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TURKIYE’DEKI ILLERIN TURIZM VERILERI ACISINDAN COK
BOYUTLU OLCEKLEME ANALIZi iLE INCELENMESI

Filiz CAKIR ZEYTINOGLU ™
Ciineyt SADIC™

OZET

Sagladig1 doviz girdisi ile iilkelerin ekonomilerine biiyiik katki saglayan
turizm sektori, siirekli gelisim halinde olan bir sektordiir. Bu sebeple, iilkeler turizm
sektoriinii 6nemli bir gelir ve istihdam kaynagi olarak gormektedir. Bir iilkede
turizmin gelismesi, lilkenin kaynaklarin iyi kullanmas, iilkeye gelen turist sayisinin
artmast ise bu kaynaklarin yerinde ve dinamik olarak kullanilmasina baglidir.
Tiirkiye turist sayis1 bakimindan , son 12 yil iginde siirekli bir gelisim gdstererek
diinya siralamasinda 6.siraya kadar yiikselerek, bu sektorde ciddi adimlar atmustir.
Bu calismada, Tirkiye’deki iller, turist, tesis, oda, yatak sayisi vee ortalama kalig
stiresi ile ilgili veriler kullanilarak, iki boyutlu bir uzayda ¢ok boyutlu dlgekleme
analizi ile incelenmistir. Cok boyutlu olgekleme analizi, beser yillik donemler
halindeki farklilig1 ya da benzerligi gorebilmek amaciyla, 38 il bazinda 2001, 2006
ve 2011 yidllart igin uygulanmistir. Calismanin sonunda, her donemde,
Istanbul,Antalya ve Mugla illerinin diger illere gore merkeze daha uzak yerlerde
konumlandigi, bu arada birbirlerine olan mesafelerini de neredeyse korudugu
gOriilmistiir.

Anahtar Kelimelel: Turizm, iller, ¢cok boyutlu él¢ekieme.

AN EXAMINATION OF CITIES IN TURKEY BY USING
MULTIDIMENSIONAL SCALING ANALYSIS BASED ON
TOURISM DATA

ABSTRACT
As a source of major contribution to the countries’ economies by way of
constant foreign exchange inflow, tourism is a continuously developing sector. For
this reason, countries regard tourism as a significant source of income and
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employment.  Development of tourism in any country depends on the efficient
utilization of its resources, while the increase in number of tourists depends on the
appropriate and dynamic utilization of such resources. In terms of number of
tourists, Turkey has come a long way in this sector by making a steady progress over
the last 12 years and taking the 6th spot worldwide. In this study, cities in Turkey
have been analyzed in a two dimension space by using multidimensional scaling
analysis and the data concerning the number of tourists, facilities, rooms and beds
and average stay periods.  Multidimensional scaling analysis has been applied for
the years 2001, 2006 and 2011 on a 38 cities basis for the purpose of establishing the
differences or similarities within five year periods. At the end of the study, the cities
of Istanbul, Antalya and Mugla have been found to be located remotely from the
center as compared to other cities and that they nearly maintained their distance to
one another at the same time.

Key Words: Tourism, cities, multidimensional scaling analysis.
1. GIRIS

Turizm taniminin kokii Latince’den gelmektedir. Latince “Tornus”
sozciigii bir donme hareketini ifade eder ve Ingilizce “Touring” kelimesi ile
“Tour” kelimeleri de bu sozciikten tiiremistir (Olali,1982:18-22). Uluslar
arasi Bilimsel Turizm Uzmanlar1 Birligi-AIEST tarafindan 1980’li yillarda
turizm “insanlarin devamli ikamet ettikleri yerlerin disina seyahatleri ve
buralardaki, genellikle turizm igletmelerinin iirettigi mal ve hizmetleri talep
ederek, gecici konaklamalarindan  dogan olaylar ve iliskiler biitiinii”
seklinde tanimlamaktadir (www.aiest.org). Diinya turizm orgiitii (UNWTO )
ise turizmi, “insanlarin ikamet ettikleri yer disina 1 yidan fazla olmamak
sartiyla seyahat etmeleri ve konaklamalarindan dogan iliskiler biitiinii”
olarak tanimlar (www.unwto.org). T.C Kiiltir ve Turizm Bakanligmin
tanim ise, “kigilerin ikamet ettikleri yer disindaki bir yere yurt disinda 12
ay1 gegmeyecek sekilde, is, bos vakit degerlendirme vb amaclarla yapilan
seyahatler” seklindedir (www.kultur.gov.tr).

Turizmin O&zellikle gelismekte olan lilke ekonomileri iizerindeki
olumlu etkileri, bu sektdriin ekonomik yoniini daha da o6n plana
cikarmaktadir. Ulke ekonomilerinin karsilastigi ulusal ve uluslararasi
ekonomik sorunlarin ¢oziimiinde ve darbogazlarin asilmasinda turizm,
dinamik ve ekonomik olma o6zelligi ile adeta bir c¢ikis noktasini
olusturmaktadir. Odemeler dengesine etkisi, gelir etkisi, yurticinde ithalat
etkisi, iggiicii ¢arpami etkisi, ihracat ve gelir dagilimimi diizenleyici etkisi,
istihdam artis1 ve yeni is olanaklar1 yaratmasi, ekonomik gelisme ve doviz
geliri yaratmasi, kiiciik ol¢ekli isletmelerin gelistirilmesi, hayat standardinin
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ve kalitesinin ylikseltilmesi turizmin olumlu ekonomik etkileri olarak
siralanabilir (Tavmergen,1998:53-66). Tiim diinyada &zellikle 1980°li
yillardan itibaren yogun sekilde giindeme gelen ve hizla gelisen turizm
sektorii lilkelere kalkinma ve biiylime agisindan ¢ok dnemli olan sermayeyi
saglama imkanm1 sunmaktadir. Bacasiz sanayi olarak adlandirilan turizm
sektorli gelismekte olan bu iilkelere doviz girdisi saglamakta, yeni istihdam
olanaklart olusturmakta ve dig 6demeler bilangosu agiklarini kapatmakta,
boylece ekonomiye ihtiyaci olan dinamizmi saglamaktadir. Ozellikle tarihi
ve dogal giizelliklerini diger iilkelere iyi pazarlayabilen ilkeler turizm
gelirlerini ve dolayisiyla da doviz gelirlerini artirmis, kalkinmada ve
biliylimede en ¢ok ihtiya¢ duyulan sermayeyi bu vesileyle saglama yoluna
gitmiglerdir. Ayrica turizm sektoriinde emek yogun iiretim teknigi hakimdir.
Istihdam yaratict yoniiyle de turizm sektdrii iilkeler agisindan oldukga
onemlidir.

Tiirkiye 6zellikle 1980’11 yillardan sonra turizm sektoriinde ¢ok ciddi
atilim gergeklestirerek bu sektor vasitasiyla doviz geliri elde etme imkanina
kavusmusgtur.  1980°li yillarin basindan itibaren uygulanmaya konulan
tesvikler bu durumu saglayan baslica unsur olmakla beraber, tiim diinyada
turizm sektoriinlin geligsmesi yine ayni yillara rastlamaktadir. Diinya turizm
orgiitii verilerine gore 2002-2010 yillar arasinda turist sayist bakimindan
diinyada 34.6%’lik bir biiylime yasanirken, Tiirkiye bu oranin {izerinde bir
artig sergilemis ve 2002- 2011 arasinda turist sayis1 137.3% oraninda artarak
31.4 milyon kisi olarak gerceklesmistir (www.kultur.gov.tr). Tiirkiye, son 12
yil igerisinde uluslararasi turizm endistrisinde yillar itibariyle geliserek
diinya siralamasi igerisinde 2000°de 17. siradayken 2011°de 6. sirada yer
almustir.

Bu calismada da kullanilan turist sayilari ile ilgili veriler TUIK
tarafindan diizenlenmektedir. Bu veriler her yil tim girig-¢ikis yapilan siir
kapilarindan toplanmaktadir. igerik olarak ise milliyetlere gore gelen-giden
yabanci ve vatandas sayilari, yurt disinda ikamet eden yabanci ve vatandas
ziyaretgilerin profili, girig-¢ikis kapilarina, aylara ve konaklama bilgileri ile
birlikte yine yurt i¢inde ikamet edip yurt disin1 ziyaret eden vatandaglarimiza
ait verileri icermektedir. Bunlar toplanarak islenmekte ve ABD dolar1 olarak
turizm gelir ve gideri hesaplanmaktadir. Dévizleri doniistiirmek i¢in ise T.C.
Merkez Bankasi’nin ii¢ aylik ¢apraz doviz kurlar1 kullanilmaktadir.

Cok boyutlu dlgekleme analizi, 6zelikle sosyal bilimlerde alaninda
yapilan arastirmalar i¢in en yaygin olarak kullanilan ¢ok degiskenli
istatistiksel bir yontemdir. Cok boyutlu dlgekleme birey ve nesneleri,
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aralarindaki uzakliklara dayanarak k boyutlu bir uzayda konumlandiran ve
boylelikle birey ve nesnelerin aralarindaki benzerlik ve farkliliklar1 analiz
eden bir yontem olarak kisilerin bireysel tercihlerini, iilkeleri, sehirleri,
okullari, hastaneleri vb. bir ¢ok benzer birimi birlikte analiz etmeye yardimci
olur. Ozellikle birey ve nesnelerin konumlandirilmas: grafik {izerinde
yapildigindan gorsel olarak daha anlasilir ve daha aciklayici sonuglar
icermektedir. Bu ¢aligmada da turizm verileri, ¢ok boyutlu 6lgekleme analizi
kullanilarak incelenecektir. Bu amagla, oncelikle ¢ok boyutlu o6lcekleme
analizi kisaca agiklanmigtir. Daha sonra 2001,2006 ve 2011 yillarindaki 38
ilin turizm verileri icin ¢ok boyutlu Olgekleme analizi uygulanmistir.
Uygulamada SPSS 18.0 paket programi kullanilmustir.

2. COK BOYUTLU OLCEKLEME

Algisal haritalama (perceptual mapping) olarak da bilinen cok
boyutlu dlgekleme, 6zellikle sosyal bilimlerde bir ¢ok alanda kullanilan ¢ok
degiskenli bir istatistiksel analiz yontemidir. Bireylerin bir konu hakkindaki
gorilislerini veya marka tercihlerini, nesnelerin belirli degiskenlere gore
konumlarin1 ¢ok boyutlu dlgekleme ile belirlemek miimkiindiir. Ornegin,
iilkelerin, sehirlerin farkli o6zelliklere gore, kisilerin {rlinler hakkindaki
tercihlerine gore , otomobillerin farkli 6zelliklerine gére konumlandirilmasi
gibi bir cok uygulamada bu yonteme basvurulmustur.

Cok boyutlu 6lgekleme, n sayidaki birim veya nesnenin, p sayidaki
degiskene gore, k boyutlu bir uzayda konumlandirilmasini saglayan ve
aralarindaki iligkileri belirleyen c¢ok degiskenli bir istatistiksel analiz
yontemidir. Yontemde, birim veya nesnelerin aralarindaki benzerlik veya
uzakliklar kullanilarak o6l¢ekleme yapilmaktadir. Dolayisiyla ¢ok boyutlu
Olcekleme, k boyutlu uzayda, ozellikle daha az boyutta, birim veya
nesnelerin uzayda benzerliklerini veya farkliliklarin1  kullanarak
konumlanmasini saglamaktadir (Lattin vd.,2003:206). Ozellikle birim veya
nesnelerin aralarindaki iliskinin net olarak agiklanamadigi durumlarda
kullanilan bu yontemde, bu birim veya nesnelerin birbirlerine olan
uzakliklarm1  belirlerken  Oklit uzakliklarindan yararlanilir  (Mardia
vd.,1995:394). Boylece birim veya nesneler bu yakmlik veya uzakliklara
gore, k boyutlu bir ortamda grafiksel olarak gosterilir (Ozdamar,2004:501).

Cok boyutlu dlgekleme ayni zamanda veri indirgeme yontemi olarak
da kullanilmaktadir. Eger yontem, veri indirgeme i¢in kullanilacaksa, diger
alternatif yontem faktor analizi olacaktir. Cok boyutlu 6lgekleme, verilerin



81
Trakya Universitesi Sosyal Bilimler Dergisi
Aralik 2013 Cilt 15 Say1 2 (77-94)

birbirlerine olan benzerliklerine gore gruplandirilmast amaci ile
kullaniliyorsa bu durumda kiimeleme analizi diger alternatif ydntemdir
(Kachigan,2006:271). Cok boyutlu 6l¢eklemenin, kontenjan tablolarindaki
satir ve silitunlarda yer alan degiskenler arasindaki iligkiyi ortaya koyan
Uygunluk analizi ile de yakin bir iligkisi vardir.

2.1. Cok Boyutlu Ol¢ekleme Tiirleri:

Cok boyutlu 6lgekleme verilerin tipine bagli olarak metrik (nicel) ve
metrik olmayan (nitel) ¢ok boyutlu Olgekleme olarak iki sekilde
uygulanmaktadir.

Metrik Cok Boyutlu Olgcekleme: Eger veriler esit aralikli veya oranli
Olcekli ise birim veya nesneler arasindaki uzakliklar ve benzerlikler
arasindaki iliski metrik ¢ok boyutlu Olgekleme ile belirlenir (Wen ve
Yeh,2010:8). Metrik cok boyutlu 6lgeklemede veri uzakliklar1 dogrusal ya
da polinomial fonksiyon yontemi ile hesaplanir. Bu tiir 6lceklemede oklit
uzakliklarina dayanarak nxn boyutlu D benzerlik matrisi hesaplanir
(Orhunbilge,2010:532). Oklit uzakliklarinda, i ve j.6zellikler arasindaki
uzaklik degeri,

formiilii ile hesaplanmaktadir (Tinsley ve Brown,2002:329).

Metrik Olmayan Cok Boyutlu Olgekleme: Eger veriler nominal
veya ordinal dlgekli ise baska bir deyisle skor, sirali, kategorik veriler s6z
konusu ise o zaman metrik olmayan ¢ok boyutlu 6l¢cekleme kullanilmalidir.
Bu verileri metrik hale getirmek i¢in monotonik doniistimler uygulanir.
Logaritmik veya tissel doniistimler ile veriler farklilik adi verilen uzakliklara
benzer sekle getirilir. Kruskal’in en kiiciik kareler ile monotonik doniisiimii
ozellikle ordinal veriler i¢cin en yaygm kullanilan ydntemdir
(Orhunbilge,2010:532). Metrik olmayan Ol¢ekleme, metrik Olgeklemeye
gore daha az varsayim kullanir. Dolayisiyla uygulamada daha sik kullanilir
ve daha kiiclik boyutta ¢oziimler saglar.

2.2. Cok Boyutlu Olcekleme Yonteminin Asamalar::

Cok boyutlu 6lgekleme yonteminin uygulanmasina baglamadan 6nce
degiskenlerin 6l¢ii birimlerine bakmak gerekir. Eger degiskenlerin olcii
degerleri birbirinden farkli ise Oncelikle degerlerin standardize edilmesi
gerekir. Bdylece doniistliriilmiis veriler elde edilecektir. En yaygmn
kullanilan standardizasyon yontemleri, z skorlarina donistiirme, -1 ile +1
araligma doniistirme, O ile 1 araliina doniistiirme, standart sapmasi 1 olan
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degerlere doniistiirme gibi yontemlerdir (Ozdamar,2004:505). Genel olarak
cok boyutlu dlcekleme yonteminde uygulanacak islemler sdyledir (Johnson
ve Wichern,2003:702);

1. Oncelikle veri tipine bagli olarak birim veya nesnelerin ikili
olarak uzakliklar matrisi hesaplanir. Boylece birim veya nesneler arasindaki
uzakliklar1 gésteren veri matrisi elde edilir.

2. P sayidaki degiskene gdre n sayidaki birim veya nesnenin

(x1l. x,2, s X (D) olusturdugu veri matrisinin ka¢ boyutlu uzayda
gosterilecegine karar verilir. Uygulamada daha ¢ok iki boyutlu uzayda
gosterilse de, boyut sayis1 3 ya da 4 de olabilir. Ancak boyut sayisi

(k= 3) olursa, 3 ve daha az boyutlu bir haritada birim veya nesnelerin
grafiksel gosterimi daha kolay ve anlasilir olacaktir. Boyut sayisini
belirlemek icin diger bir yaklagim stress Olcilisii kullanmaktir (Talas
vd.,2008:433). Stress 06lgiisii, k boyutun her biri i¢in elde edilen ¢oziimlerin,
orijinal uzaklik matrisine uygun olup olmadigin1 gosteren bir Sl¢idiir.
Boylece en uygun ¢6ziim i¢in boyut sayisi belirlenir (Hair vd.,1997:505).

3. Veri uzakliklar1 elde edildikten sonra, bu degerlere gore
gosterim uzakliklar1 dogrusal regresyonu,

I'ii_:,' =a+t bé‘i}- +e
seklinde hesaplanir (Ozdamar,2004:503). Kullanilan regresyon ydntemi veri
tipine gore degisir. Eger metrik Olgcekleme kullanilmigsa dogrusal veya
polinomial regreyon yontemleri, metrik olmayan 6l¢ekleme kullanilmigsa
monotonik regresyon yontemi kullanilir. Bu regresyon denklemine gore,
tahmini konfigiirasyon uzakliklar1 belirlenir. Bu tahmini degerlere fark
(disparity) adi1 verilir.

4. Stress parametresi hesaplanir. Stress parametresi, veri
uzakliklar1 ile tahmini gosterim uzakliklar1 arasindaki uygunlugu gosteren
bir degerdir. En yaygin olarak kullanilan stress istatistigi, Kruskal stress 1
olup,

stressl = ZZ {du

bk EEzck{t‘iz}}
formiilii ile hesaplanir (Cengiz ve Ihtiyaroglu,2012:326). Formiilde dy;
degerleri i ve j 6zellikleri arasindaki belli sayidaki iterasyon sonucunda elde

edilen wuzakliklari, td; degerleri ise wuzakliklara en yakin olan ve
donisiimlerle elde edilmis farkliliklardir. Cok boyutlu dlgeklemede stress
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degerinin sifira yakin olmas1 beklenir. Asagidaki tabloda hesaplanan stress
degerlerine gore uyumluluk degerlendirmeleri gorilmektedir
(Timm,2005:546).

Stress Degeri Uyumluluk
0.20 Uyumsuz
0.10 Diisiik Uyum
0.05 Iyi Uyum

0.025 Miikemmel Uyum
0.00 Tam Uyum

Cok boyutlu dlgeklemede veri uzakliklar: ile tahmini gdsterim
uzakliklar1 arasindaki uyumluluk Shepard grafigi olarak adlandirilan
bir grafik ile belirlenebilir. Shepard diyagrami, X ekseninde fark
degerlerinin, Y ekseninde ise gozlenen uzakliklarin yer aldigi bir
dagilim (scatterplot) grafigidir. Bu grafikte dagilimin dogrusal olup
olmamasina gore verilere hangi modelin daha iyi uyum sagladigini
gosterir (Cengiz ve Thtiyaroglu,2012:330).

5. Son olarak k boyutlu uzayda n sayidaki birim veya nesnenin
koordinatlar1 elde edilir. Bu koordinatlara gore her bir birim veya nesnenin
diger birim veya nesnelere gore konumlarini gdsteren bir harita olusturulur.
Bdylece birim veya nesneler arasindaki iliskiler belirlenir ve ¢ikan sonuglar
yorumlanir.

3. TURKIYE’DEKIi iLLERIN TURiZM VERILERINE GORE
OLCEKLENDIRILMESI

Bu ¢alismada baz1 turizm verilerini kullanarak Tiirkiye’deki iller ¢cok
boyutlu dl¢ekleme analizi ile irdelenmistir. Bu agamada dncelikle ¢aligmaya
konu olan iller ve turizm verileri agiklanacaktir.

3.1. Caliymada kullanilan veriler:

Genel olarak tiim veriler, 2001, 2006 ve 2011 yillar1 i¢in, il bazinda
TUIK ve Turizm Bakanligi’'ndan temin edilmistir. Asagida bu verilerin
igerikleri agiklanmugtir.

Turist sayisi: Turist sayist ile ilgili veriler, 2001,2006 ve 2011 yillart
icin il bazinda Tiirkiye’ye hava, kara, tren ve denizyolu ile giris yapan
yabanc turist sayilaridir.

Tesis Sayisi: Tesis sayis1 2001,2006 ve 2011 yillar igin illerin sahip
oldugu tesis sayilaridir.

Oda Sayisi: Oda sayist 2001,2006 ve 2011 yillart igin illerin sahip
oldugu tesislerinde yer alan toplam oda say1sidir.



84

Trakya Universitesi Sosyal Bilimler Dergisi
Aralik 2013 Cilt 15 Say1 2 (77-94)

Yatak Sayisi: Yatak Sayist 2001,2006 ve 2011 yillant i¢in illerin
sahip oldugu tesislerde yer alan yatak sayilaridir.

Kalis Siiresi: Kalis siiresi, 2001,2006 ve 2011 yillar1 igin o ilde yer
alan tesislerde yabanci turistlerin ortalama kaldigi giin sayisim
gostermektedir. Kalis siireleri, o ildeki tesislerde geceleme sayisinin, yine o
ildeki tesislere gelen turist sayisina boliinmesi ile bulunmustur.

3.2. Calismada kullanilan iller:

Yukarida kisaca aciklanan turizm verileri, TUIK ve Turizm
Bakanligi’nin yayinladigr verilerden elde edilmistir. Dolayisiyla bu
kurumlarin verilerinde yer alan iller ¢calismaya konu olmustur. Ancak bu
illerin i¢inde de bazilar1 alinmamistir. Bunun sebebi, bazi illerde veri kaybi
olmasi, bazilariin da tiim veriler i¢in tam bilgisinin olmamasidir. Buna gore
caligmaya konu olan 38 il sdyle siralanmaktadir; Adana, Agri, Ankara,
Antalya, Ardahan, Artvin, Aydin, Balikesir, Bartin, Bursa, Canakkale,
Diyarbakir, Edirne, Erzurum, Gaziantep, Giresun, Hakkari, Hatay, Igdir,
Isparta, Istanbul, Izmir, Kayseri, Kirklareli, Kocaeli,Konya,Mardin , Mersin,
Mugla, Ordu, Rize, Samsun, Sinop, Sanlhurfa, Sirnak, Tekirdag, Trabzon ve
Zonguldak.

3.3. Bulgular:

Calismada SPSS 18.0 istatistik paket programi kullanilarak verilere
Cok Boyutlu Olgekleme analizi uygulanmistir. 38 ilin toplam 5 degiskene
gore (turist,tesis,oda,yatak ve kalig siireleri) c¢ok boyutlu o&lgekleme
analizinde degiskenlerin 6l¢li birimleri farkli oldugundan z degerleri ile
standardizasyon yapilmigtir. Cok boyutlu 6lgekleme analizinin uygulandigi
yillar beser yillik degisimleri gorebilmek agisindan sirasiyla 2001, 2006 ve
2011 yillaridir. Bu yillar igin elde edilen tablolar ve sekiller incelenmis ve
¢ikan sonuglar yorumlanmastir.

Stress Degerleri:

2001,2006 ve 2011 yillar1 verilerine gore yapilan analiz sonucunda
bulunan stress degerleri asagidaki tabloda yer almaktadir. Tabloda yer alan
degerlere gore,her ti¢ yil i¢in de veri uzakliklar ile tahmini gdsterim
uzakliklar arasindaki uygunlugun miikemmel oldugu sdylenebilir.
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Tablo 1: 2001,2006 ve 2011 yillar1 i¢in Stress Degerleri

2001 2006 2011
fterasvon Stress | Diizeltilmis fterasvon Stress | Diizeltilmis fterasvon Stress | Diizeltilmis
Y Degeri Deger Y Degeri Deger 4 Degeri Deger
1 0.01259 1 0.03765 1 0.02598
2 0.00892 | 0.00367 2 0.02194 | 0.01571 2 0.01456 | 0.01141
3 0.00882 0.0001 3 0.02128 | 0.00066 3 0.01379 | 0.00077
Kruskal Stress 1 0.02289 Kruskal Stress 1 0.0333 Kruskal Stress 1 0.02895
R2 0.9992 R2 0.99845 R2 0.99903

Shepard Grafikleri:

2001, 2006 ve 2011 yillart verilerine gore ¢ok boyutlu dlgekleme
analizinde veri uzakliklar1 ile tahmini gosterim uzakliklar1 arasindaki
uyumlulugu gosteren Shepard grafikleri asagida yer almaktadir. Grafiklere
gore, uzaklik degerleri arasinda dogrusal bir iliski vardir, dolayisiyla verilere
dogrusal model uygulanabilir.

repard Grefg)
Shepard Grafyy

Voot ek Wlie
ot Lzt

< |~

Tatwwnl Odatarin Lzshhbin Tabwwnl Bastnrio Usabsilon

e - Cretgl

Sori Uzabbdlan

Fatenav Goatecwn Uzabhhin

Sekil 1: 2001,2006 ve 2011 yillar igin Shepard Grafikleri
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Korelasyonlar:

Cok boyutlu 6lgekleme analizi sonucunda 2001,2006 ve 2011 yillari
icin , 38 ilin 2 boyutlu uzaydaki koordinatlar1 bulunmustur. 38 ilin iki
boyutlu uzayda belirlenen koordinatlarini yorumlayabilmek i¢in boyutlarin
isimlendirilmesi gerekecektir. Hem boyutlarin isimlendirilmesi, hem de
illerin  koordinatlarinin ifade edilebilmesi ac¢isindan, boyutlar ile
degiskenlerin arasindaki korelasyonlara bakilmistir.

Tablo 2: 2001,2006 ve 2011 i¢in boyutlarla degiskenler arasindaki korelasyonlar

turist | tesis | oda | vyatak | kalis
2001 yilh
Boyut 1 Pearson K.K. -0.946 -0.98 -0.99 -0.989 -0.667
Boyut 2 Pearson K.K. 0.241 0.08 0.104 0.104 -0.737
2006 y1li
Boyut 1 Pearson K.K. -0.916 -0.98 -0.979 -0.978 -0.432
Boyut 2 Pearson K.K. 0.274 0.099 0.088 0.083 -0.875
2011 yilh
Boyut 1 Pearson K.K. -0.915 -0.979 -0.977 -0.975 -0.78
Boyut 2 Pearson K.K. -0.365 -0.095 -0.091 -0.087 0.884

Bes degisken ve iki boyutun korelasyonlarina bakildiginda, her ii¢ yil
icin de birinci boyutun turisttesis, oda ve yatak sayist degiskenleri ile
korelasyonlarinin yiiksek ve negatif isaretli oldugu, ikinci boyutun ise kalig
stiresi ile korelasyonunun yiiksek, 2001 ve 2006 yillarinda negatif isaretli,
2011 yilinda ise pozitif igaretli oldugu goriilmektedir. Buna gore, 38 ilin yer
aldig1 iki boyutlu grafigin yatay eksen turist-tesis-oda-yatak sayisi, dikey
eksen ise kalig siiresi olarak isimlendirilmigtir.

Cok boyutlu 6lcekleme grafikleri:

2001 ve 2006 yillarinda her iki eksen de degiskenler ile negatif
korelasyonlu oldugundan dogal olarak grafikler eksenlerin igaretleri
bakimindan ters yonde yorumlanmistir. Yani, aslinda + yonde olan bir il,
boyuta gore azalis gostermekte, - yonde olan bir il ise, boyuta gore artis ifade
etmektedir. 2011 yilinda , diger iki yildan farkli olarak ikinci boyutun
korelasyonu pozitifdir. Grafikleri yorumlarken kolaylik saplamasi agisindan
2011 yilinda ikinci boyutun isaretleri degistirilerek dikey eksen ters
dondiiriilmiistiir. Asagida her yil igin grafikler ve agiklamalart yer
almaktadir.
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Sekil 2:2001 ,2006 ve 2011 yillar1 igin ¢ok boyutlu 6lgekleme grafikleri
‘ Sekil 2’deki grafiklere gore, her ii¢ yilda da ,diger iller i¢inde
Istanbul, Antalya ve Mugla merkeze en uzak olan illerdir. Bu ig ili ele
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aldigimizda; Turist ve tesis-oda-yatak sayis1 bakimindan siralama Antalya,
Mugla, Istanbul seklindedir. Istanbul ve Mugla illeri arasinda daha az fark
oldugu goriilmektedir. Kalis siiresi bakimindan ise, en ¢ok Mugla’da kalig
yapilmakta iken, bunu sirasiyla Antalya ve Istanbul izlemektedir. Turizm
verileri agisindan bu {i¢ ilimiz diger illerin arasindan styrilarak ¢ok daha
farkli konumlanmustir. Diger illerin hepsi hemen hemen ayni bdlgede yer
almigtir. Bu illerin i¢indeki konumlandirmay1 daha net gorebilmek igin
Istanbul, Antalya ve Mugla illerinin boyut verileri ¢ikarilarak diger 35 il igin
tekrar ¢izim yapilmistir. Boylece Istanbul, Antalya ve Mugla disindaki diger
illerin konumlandig1 bolgeye daha yakindan bakilmstir.
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2011 yih sonuglarina gére 36 ilin
Gok Boyutiu Olgekleme Grafigl
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Sekil 3: 2001,2006 ve 2011 yillari i¢in ¢ok boyutlu 6l¢ekleme grafikleri
(Istanbul,Antalya ve Mugla haric)

Istanbul, Antalya ve Mugla ili disginda diger 35 ilin cok boyutlu
dlgekleme grafiklerine gore, her ii¢ yil i¢in de 6ne ¢ikan iller Izmir,Aydin,
ve Ankara olmustur. Bu ig ilin de diger illerden daha uzak konumlandig:
sOylenebilir. Buna gore, turist-tesis-oda-yatak sayisi bakimindan 6ne ¢ikan
iller sirasiyla izmir,Aydin ve Ankara’dir. Kalis siiresi bakimindan ise, 2001
yilinda Kirklareli, 2006 yilinda Sinop, 2011 yilinda ise Aydin en fazla,
Edirne ise en az kalinan illerdir.

[llerin turizm verilerine gore {i¢ ayr1 yilda 10 yillik donem iginde
konumlar1 incelendiginde, Antalya ili, birinci boyutta sola dogru ilerlemistir.
Yani Antalya iline gelen turist sayisi ile tesis, oda ve yatak sayisinda artig
olmustur. Mugla ve Istanbul illerinde ise 10 yillik dénem i¢inde ¢ok biiyiik
artis veya azalislar yer almamaktadir. Bunun yaninda bu ii¢ ilin turist ve
tesis-oda-yatak sayis1 bakimindan sirasiyla izmir, Aydin ve Ankara illeri
takip etmektedir ve son 10 yillik donem iginde bu illerde azalig
gbzlemlenmistir. Kalis siiresi bakimindan ise gdzlem artis yoniindedir.

Asagidaki sekilde 38 ilin 2001,2006 ve 2011 yillarinda ¢ok boyutlu
Olcekleme analizi sonucunda elde edilen 1.boyuttaki koordinatlarimin seyri
gozlemlenebilmektedir. Ug yil icin gelisim seyri bakimindan illerde ¢ok
onemli artis veya azaliglar goriilmemektedir.
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illerin 2001,2006 ve 2011 yillarinda 1.boyut koordinatlan
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Sekil 4: Turist-tesis-oda-yatak sayisina gore, 2001,2006 ve 2011'de il Koordinatlari

Asagidaki sekilde ise 38 ilin 2001,2006 ve 2011 yillarinda ¢ok
boyutlu  Olgekleme analizi sonucunda elde edilen 2.boyuttaki
koordinatlarmin seyri gozlemlenebilmektedir. 1.boyuta gore, daha hareketli
bir dagilim goriilmektedir.

illerin 2001,2006 ve 2011 yillarinda 2.boyut koordinatlari
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Sekil 5: Kalis siiresine gore, 2001,2006 ve 2011 yillarinda {1 Koordinatlar:
4. SONUC
Cok boyutlu dlgekleme sonuglarina gore; her ii¢ yil iginde illerin

tesis, oda ve yatak sayilari, turistlerin bu tesislerde ortalama kalis siiresi ve o
yil iginde o ile gelen yabanci turist sayilarina bakilarak analize alinan 38 il
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iginde ozellikle 3 ilin Antalya, Istanbul ve Mugla’min diger illere gore
merkeze daha uzak konumlarda oldugu goriilmektedir. Bu ti¢ il; turist ve
tesis-oda-yatak sayist bakimindan Antalya, Mugla, Istanbul olarak
siralanmakla birlikte Istanbul ve Mugla illeri arasinda gok az bir fark oldugu
goriilmektedir. Kalig siiresi bakimindan incelendiginde ise siralama Mugla,
Antalya ve Istanbul seklindedir.

Tablo 3: istanbul, Antalya ve Mugla illerine Ait Veriler

iller Yabanci Turist Toplam Geceleme Ortalama
Sayisi Geceleme
2001 | Mugla 1,018,974 6,074,570 6
Antalya 3,507,343 20,317,171 5.8
Istanbul 1,875,988 4281 692 2.3
2006 | Mugla 1127 587 6817 344 6
Antalya 5661 890 28 248 012 5
Istanbul 2 795 228 6 009 157 2.1
2011 | Mugla 1672772 8856 012 5.3
Antalya 9 454 362 50 978 182 5.3
Istanbul 3832035 9102 455 2.4

Tablo 3’de yer alan mevcut turizm verileri incelendiginde de yukarida
elde edilen teorik sonucun fiiliyat ile ortlistiigii goriilecektir. Cok boyutlu
dlcekleme grafiginde Istanbul, Antalya ve Mugla illeri, 2001, 2006 ve 2011
yillarinda koordinatlar1 farkli olsa da, birbirlerine olan mesafelerini
neredeyse koruyarak diger illerden daha uzak konumlarda yer almislardir.

Adi gegen ¢ ilin farkli olma nedenlerini aciklayabilmek ig¢in
oncelikle bu illere turist veren iilkelere ve Tiirk turizm oyuncularinin
hareketlerine bakmak gerekir. Antalya’ya gelen yabanci turistler arasinda
Almanlar tiim yillarda birinci sirada yer almakta, onlar1 ise son yillarda
Rusya Federasyonu vatandaglar1 ¢ok yiiksek bir artis orami ile takip
etmektedir. 2006 yilinda 2 milyon olan Alman turist sayisi, 2011 yilinda 2,2
milyona ¢ikmasma ragmen oran olarak 1/3’ten ' ‘e inmis aym aralikta
Rusya Federasyonundan gelen ziyaretci sayist 1.1 milyondan 1.9 milyona,
oransal olarak ise 1/6’dan 1/5’e yiikselmistir.

Antalya’daki turist ve geceleme sayilarindaki artiglarin  ana
nedenlerinden birincisi kig turizmi adi altinda yapilmakta olan ve aligverige
endekslenmis maliyetine ya da maliyetin altina fiyatlarla Almanya’da
tiikketiciye sunulan turlardir. 1990’larin sonunda baglayan, 2000’lerin ikinci
yarisinda zirveye ulasan bu turlar nerdeyse hi¢ 6deme yapmaksizin bir
haftaya varan tatil imkani sunmakta ve Ozellikle sonbahar ve ilkbahar
arasinda Almanya’nin agirhikli olarak alt gelir grubundan insanlarin
Antalya’ya gelmesine neden olmaktadir. Ortalama kalis siirelerine
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bakildiginda 6 gece ortalama siire bu gruplarin ortalama kalis siireleri ile de
uyumludur.

Mugla ilinin en uzun geceleme sayisina sahip olma nedenlerini yine
hitap ettigi pazar ve bu pazarin 6zellikleri ile agiklamak miimkiin olabilir.
Her 3 yilda da Mugla iline gelen yabanci turistlerin yaklasik 1/3’iiniin
Ingiltere ¢ikish oldugu goriilecektir. Ingiltere’den gelen turist sayisi ve tiim
turistlerin i¢indeki oranma bakildiginda ise sayilar artan bir trend
gostermektedir. 2006 yilinda 728 bin olan Ingiliz turist sayis1 2011 yilinda
830 bin’e yaklagmis oran olarak ta 35%’ten 38%’e yiikselmistir. Ingilizleri
azalan bir trend ile Almanlar takip etmektedir. Ingiliz turistlerin genel olarak
kum, deniz ve giines i¢in geldikleri gdz Oniine alindiginda 6 gecelik
konaklama siiresi tutarli kabul edilebilir. Yillara gore Ingiliz turistlerin 16%
ila 19% unun kendine ait ya da kiralik bir evde ya da bir arkadasinin yaninda
konaklamasi da turist bas1 en uzun konaklama siiresine sahip olmasimi
aciklamakta yardimer olabilir.

2011 yilinda izmir ve Aydin’m diger gruptan hafifce uzaklasarak bu
3 ile yaklagtig1 gozlemlenmektedir. Ancak Oncelikle bu konaklamalarin her
iki ilin merkezinde degil, merkezden uzak ilgelerinde gergeklestiginin altim
cizmek gerekmektedir. Ornegin Aydin olarak verilen sayilarin biiyiik bir
kismi1 Kusadasi tarafindan gerceklestirilmektedir. Ayni sekilde Izmir igin
verilen sayilar da daha c¢ok, Selcuk, Kusadasi ve benzer bolgelerden
kaynaklanmaktadir. Bu ikin ilin diger illerden ayrilarak Mugla, Antalya ve
Istanbul’a dogru yaklagsmasmin ana nedenlerini asagidaki sekilde toplamak
miimkiin olabilir.

Oncelikle Antalya merkezli yapilan kis operasyonlari, 2009 yilindan
itibaren yavas yavas Alman tur operatorleri tarafindan Ege Bolgesine
kaydirilmis ve bu bolgede yabanci turist ve geceleme sayisinin artmasina yol
acmustir. Bu artis hem Izmir hem de Aydin illerinde tiim kriterlerde artisa
neden olmus ve diger illerden kopmalarina yol agmustir. Buna ek olarak
artan kruvazor sayilar1 ve yenilenen Kusadasi limani hem Izmir hem de
Aydin’in verilerini etkilemistir. izmir’in Aydin’dan bir miktar daha iyi
konumda olmasini ise akile1 politikalar izleyerek kruvazor Turizmindeki
paymi arttirmasi ve son olarak ta da Izmir ilinde diizenlenen farkl1 sektérel
fuarlarin say1 ve katilimcilarinin artmasi ile agiklamak miimkiin olabilir.
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Tablo 4: 2011 yili turist sayilar1 ve yiizdeler

Antalya Istanbul Mugla Edirne Izmir
TURIST
SAYISI 10464425 8056390 3076508 2703085 1370018
YUZDE 33.27% 25.61% 9.78% 8.59% 4.36%

Tablo 4’e gore, 2011 yili Ocak-Aralik doneminde iilkemize gelen
yabanci ziyaretcilerin en ¢ok giris yaptiklari sinir kapilarinin bagli oldugu
illeri incelersek ilk 5 ilin yukarida adi gecen illeri kapsamasi da sonuglarin
dogrulugunu teyid etmektedir (http://www.tursab.org.tr/dosya/
5943/aralik2011son_5943 3361841.pdf).
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