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Ozet

Biiylik veri son yillarda biiyiik popiilerlik kazanan ¢alisma alanlarindan biridir. Walmart,
Netflix, Shell, gibi bir ¢ok firma biiyiik veri labarotuvarlari kurarak ellerindeki verileri
islemekte ve elde ettikleri sonuglar1 planlamalarinda kullanmaktadirlar. Bes kriteri bulunan
bu calisma alaninda, en fazla bilinen kriter boyut kavramidir. Daha sonra boyut kavramina, hiz
ve cesitlilik kavramlar1 eklenmistir. En son olarak ise deger ve dogruluk kavramlar1 dahil
edilerek biiyiik veri kriterleri son halini almistir. Bu ¢alismada biiyiik veri lizerine yapilan
akademik yayinlar incelenmistir. Bu kapsamda, Science Citation Index Expanded, Social
Science Citation Index ve Emerging Science Citation Index icerisinde yer alan dergiler goz
ontinde bulundurulmustir. Bu dergiler icerisinde, baslik bilgisinde biiytik veri kavrami gecen
son 5 yila ait 3868 adet ingilizce makalelerin tiim bilgileri Web of Science Core Collection

Makale Bilgisi veritabanmindan elde edilmistir. i1k olarak en fazla yayin yapan iilkeler ile aralarindaki iliskiler,

daha sonra, ilgili alandaki yazarlar ile iligkileri ve son olarak da makalelerin igerisindeki
Basvuru: anahtar kelimeye gore 6ne ¢ikan terimler incelenmis ve analiz edilmistir. Bu islemler sirasinda
25/12/2019 iki programdan yararlanilmistir. Verilerin birlestirilmesinde, indirgenmesinde ve
Kabul: temizlenmesinde  BibExcel, verilerin iliski haritalarinin  olusturulmasinda ve
04/05/2020 gorsellestirilmesinde ise VosViewer programlarindan yararlanilmistir.

Anahtar Kelimeler: Biiyiik Veri, Metin Madenciligi, Gérsellestirme, Birliktelik Kurallari

Analyzing Academic Papers Related to Big Data Concept by Text Mining
Abstract

The concept of big data is one of the areas that gained great popularity in recent years. Many
companies, such as Walmart, Netflix, Shell, have established big data labs for processing their
data and using the results they have obtained in their planning. Big data has five criteria and
the volume is the most known among them Then, the concept of speed and diversity had been
added over this concept. Finally, the concept of value and accuracy was added and the concept
was finalized. In this study, academic publications on big data were examined. In this context,
the journals which are inside of Science Citation Index Expanded, Social Science Citation Index
and the Emerging Science Citation Index are taken consideration. In this journals, all the
information of 3868 articles in English which were published in last 5 years and passing the
big data concept in title information were taken from the Web of Science Core Collection
database. Firstly, the relations between countries which publish most articles and then the
relations between authors who publish most articles and lastly the most prominent terms
according to the keywords in the articles were examined and analyzed. Two programs were
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used during these operations. Merging, reducing and cleaning of data was done by the help of
Bibexcel. Creating relationship maps and visualizations of maps were done by VosViewer.

Keywords: Big Data, Text Mining, Visualization, Association Rules

1 Giris

Biiyiik veri kavrami giinlimiizde popiileritesini arttiran
kavramlardan bir tanesidir ve son zamanlarda isletmelerin
veriye daha fazla 6nem vermesine neden olmaktadir. Veri
analiz yontemlerinden bir tanesi olan biiylikk veri, son
zamanlarda sirketlerin ilgisini cekmis ve bu alan tlizerine biiyiik
yatirimlar yapmislardir. Ozellikle bu alanin énciisii olan Google,
yapmis oldugu biliylik yatirimlar ile dikkat c¢cekmektedir.
Google’1, Walmart, Netflix, Shell, Facebook, Linkedin, BBC,
Airbnb, Amazon gibi diinya capinda bilinen biiyiik firmalar
izlemis ve rekabet ortaminda 6n plana ¢ikmay1 basarmislardir.
Bu sirketler veriyi analiz etme sekilleri ile giderlerini biiytk
oranda diisiirmiisler ve karlarim arttirarak alanlarinda oncii
olmay1 basarmislardir.

Biiyiilk veri kavraminin sekillenmesi zaman igerisinde
gerceklesmistir. ilk baglarda sadece boyut yani volume Kriteri
ile bilinirken, zaman icerisinde degisime ugrayarak giiniimiizde
5 farkl kriterin birlesmesiyle olusmustur. Aslinda bu bes kriter
biiyiik verinin yol haritasi olarak bilinmektedir ve 5V kisaltmasi
ile anilmaktadir. 5V kavrami bizlere, volume (hacim), variety
(cesitlilik), velocity (hiz), value (deger) ve veracity (dogruluk)
kavramlarini hatirlatmaktadir. Bu sayede aslinda biiyiik verinin
ne oldugu giin 15181na tutulmus olur. Biytk veri kavraminda
unutulmamasi1 gerekenlerden bir tanesi de isleme hizinin
ylksek olmasi i¢in yiiksek teknoloji gerekliligidir.

Veri analiz yontemlerinden biri olan biiytik verinin incelemesi
icin bu ¢alismada metin madenciligi ile siniflama ve kiimeleme
algoritmalarinin yapisindan yararlanilmistir. Metin madenciligi
kisaca metin verilerinin icerisinden anlamli sonuglar
cikartilmaya c¢alisilmasidir. Veri madenciliginde siklikla
kullanilan yontemlerden bir tanesi olarak da bilinir.

Bu c¢alismada hem metin madenciligi hem de verinin
gorsellestirilmesinde Vosviewer programindan
yararlanilmistir. {lk basta Web of Science Core Colection
veritabanindan elde edilen verilerin birlestirilmesi ise BibExcel
programindan yararlanilmistir. Ayrica, verinin uygun formata
cevirilmesinde de BibExcel’den yararlanilmistir.

Bu ¢alisma kapsaminda biiyiik veri lizerine yapilan ¢alismalar
Web of Science Core Collection veri tabanindan elde edilen
3868 adet makalenin verilerinden yararlanilarak yapilmistir.
Hem tilkelerin hem de yazarlarin alana yapmis olduklar1 katki
diizeyleri gorsellestirme teknikleri kullanilarak goésterilmis ve
yorumlanmigtir.

Bunun disinda yazarlarin yayinlarinda belirlemis olduklari
anahtar kelimelere goére bir analiz yiiriitiilmis, alanda hangi
konularin popiiler oldugu ve aralarindaki iliski diizeyleri iliski
haritalari ile gosterilmistir. Yapilan analiz sonuglarina bulgular
asamasinda yer verilmistir.

Calisma su sekilde olusturulmustur; ilk olarak biyiik veri
kavramina yer verilmistir. Bu baglik altinda, biiyliik verinin
bilesenlerine ve bu c¢alismadaki uygulama alanlarina
deginilmistir. Daha sonra ise, metin madenciligi kavramina
deginilip uygulama alanlarindan bahsedilmistir ve metin
madenciliginde kullanilan programlarin bilgilerine yer
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verilmistir. Sonraki baslikta ise arastirma ile ilgili bilgilerden
bahsedilmistir. Aragtirmanin amaci, modeli ve bulgular1 bu
bolim icerisinde yer almistir. Calismanin sonunda ise
sonuglara ve dnerilere deginilmistir.

2 Literatiir Calismasi

Biiyiik veri, ilk baslarda tek bir makine tarafindan islenemeyen
veriler olarak bilinmekteyken, artik veri analitigi veya
gorsellestirme ile ilgili her seyi kapsayan bir terim olarak
kullanilmaktadir [1].

Verinin hacminin, gesitliliginin ve hizinin stirekli olarak artmasi
ile biiytik veri kavrami ortaya ¢ikmistir. “Kaydedilen, yeniden
diizenlenebilen ve analiz edilebilen bilgi birimi” [2] seklinde
tanimlanan veri, 6zgiin yapisindaki bu degisimler neticesinde
geliserek biiytik veriye dontismiistiir [1].

“Bliyiik Veri” terimi, analizi yapilan verinin biiylkligiini
gostermek amaciyla ilk olarak 1900’1 yillarin ortalarina dogru
ortaya cikmistir ve bir ¢ok firma tarafindan kullanilmaya
baslanmistir. Literatiire bakildig1 zaman biiyiik veri kavraminin
tam olarak anlasilmadigl goriilmektedir. Bu alanda ¢alisma
yapanlar Kkendisi icin Onemli olarak goérdiigli verinin
karakteristik yapisint 6n plana c¢ikararak tanimlamalar
yapmislardir. Bu sebeple tanimlama yapanlar farkh farkl ve
birbiri ile ¢elisen tanimlamalar yapmislardir. Bu
tanimlamalardan bir ka¢i lizerinde durulmasi, biiyik veri
kavraminin aciklanmasi agisindan faydal olacaktir [1].

Bir tanimda; “biiyiik veri yiliksek hacimde, yiiksek cesitlilikte ve
hizla gelen verilerin toplanmasi, saklanmasi, temizlenmesi,
gorsellestirilmesi, analiz edilmesi ve anlamlandirilmasi eylemi”
seklinde tanimlanmistir [3]. Bir baska tanimda ise; “bilgi, karar
verme ve slire¢ otomasyonunu artiran, maliyet etkin, yenilikei
bilgi isleme bicimleri talep eden, yliksek hacimli, yiiksek hizli
ve/veya ¢ok gesitli bilgi varliklar1” olarak agiklanmistir [4]. Tim
bu tanimlarla beraber olarak “gerek insan gerekse makineler
tarafindan sayisal olarak kodlanmis her tiirden kurumsal veri
ile internet ve sosyal medya paylasimlar1 aracilifiyla ortaya
cikan kisisel verilerin anlamli ve islenebilir bigime
doniistiirilmesi durumu” olarak da tanimlanmistir [5].
Yukarida bahsedilen tanimlara gore biytk veri, yiiksek hizl
yakalama, kesfetme ve/veya analiz saglayarak ¢ok degiskenli
biiytlik veri setlerinden ekonomik bir sekilde deger ayiklamak
icin tasarlanmis yeni nesil teknolojiler ve mimarilerdir.

Biiytik veri, geleneksel veri tabani yontemlerinin kullanilmasi
yoluyla islenmesi imkansiz olan, farkli biiyiikliiklerdeki ayri
tiirden veriyi acgiklayan yeni bir kavramdir ve farkh dijital
iceriklerden olusmustur [6].

L. Yapisal veri: Yapisal veri modellenmesi, girdi olarak
sokulmasi, muhafaza edilmesi, sorgulanabilmesi ve
gorsellestirilmesi miimkiin ve basit olan her tiirlii veri
cesidini tanimlamaktadir. Genel olarak o6nceden
tanimlamas1 yapilmis alanlarda belirli ¢esit ve
boyutlarda sunulmaktadur. iliskisel veri tabanlarinda
ve tablolarda yonetilebilirler. Kati bir yapiya
sahiptirler, siiregler yiiksek performansh yetenekler
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ve paralel teknikler gerektirmezler. Bu sebeple diger
veri tiirlerine nazaran faydal bilgilerin elde edilmesi
daha kolaydir [7].

Yar1 yapisal veri: Yar1 yapisal veya kendi kendini

aciklayan (self-describing) veri, yapisal bir veri
tliriini yansitirlar fakat 6ziinde sadece kat1 bir modeli
barindirmazlar. Bagka bir ifade ile yapisalligin
tanimlandig1 modellerle birlikte belirli dgeleri ve
verideki farkli alanlarin asama sirasina gore
gosterilmesinin tanimlanmasi amaciyla kullanilmakta
olan isaretler ve etiketler gibi meta modellerini de
bulundurmaktadirlar. En ¢ok bilinen o6rnekleri
arasinda XML (Extensible Markup Language) ve JSON
(JavaScript Object Notation) programlama dilleri yer
almaktadir [7].

Yapisal olmayan veri: Yapisal olmayan veri, belirli bir

formati bulunmadan sunulan ve depolanan kayit
tlirleridir. Genel itibari ile kitap, dergi, makale, e-posta
gibi serbest boyutlardaki metinler ve ses video
benzeri medya dosyalarindan olusurlar. Yapisal
olmayan verilerde verinin kat1 bir sekilde sunulmasi
zor olasindan dolay1 NoSQL (Not only SQL) gibi yeni
mekanizmalari ortaya ¢ikarmistir [7].

2001 yi1linda yayinlanan Gartner aragtirma raporunda (Laney,
Douglas. "3D Data Management: Controlling Data Volume,
Velocity and Variety") sirketin analisti olarak calisan Doug
Laney, firsatlar1 ve degisimleri de goz 6ntinde bulundurarak
verinin hiz, cesitliligi ve buytkligi ti¢ boyutlu bir sekilde yani
3V olarak tanimlamistir ve héla bir ¢ok endiistri firmasi bu
tanimi kullanmaktadir. Daha sonra 2012 yilinda Gartner
tarafindan yapilan tanim biiyiik veri, ¢ok biiylik hacim, ¢ok
biiyiik hiz ve ¢ok fazla cesitlilik olarak giincellenmistir. Bagka
sirketler tarafindan bu tanima daha sonra bir V daha
eklenmigtir. Bu kriterin amaci ise verinin tutarlihginin kurum
ici 6nemli kararlar alinmasina etkisinin olup olmadiginin
gosterilmesidir [8]. Baz1 kaynaklarda 3V’ye ek olarak dogruluk

ve deger de eklenerek 5V’den bahsedilmektedir

[9]. 5V

kavramina asagida sirasi ile deginilmistir.

L

IL.

Cesitlilik: Herhangi bir veri kiimesindeki yapisal
heterojenligi belirtir ve bu heterojen yapiy1 %95
oranla yapisal olmayan veriler olusturur [10]. Ornek
vermek gerekirse bir ¢agr1 merkezindeki konusma
kayitlar;; misteri adi, konusma zamani, konusma
stiresi, sikayet konusu yapisal olmayan veri icerisinde
yer almaktadir [11]. Cagri merkezi o6rnegine
baktigimiz zaman konusma verisi gruplandirilabilir
fakat sikayet konusu grubundaki veri yapisal olmayan

veri icerdigi icin iligkisel veri tabanlarina
yerlestirilememektedir [7].
Hiz: Verinin daima hareket halinde oldugu

varsayllmaktadir. Bu sebeple, veri akis analizi, veri
bilimciler i¢in oldukg¢a 6nemli bir hal almigtir. Verinin
tiretilme hizi oldukga yiiksektir ve her gecen giin
katlanarak arttig1 da bilinmektedir. Hiz sadece biiyiik
veri icin degil diger is siirecleri icinde olduk¢a 6nem
arz etmektedir. Ornegin; sadece Formula 1 yaris
arabalar lizerinde yer alan 150 sensoér sayesinde 20
gigabayt veri lretebilmek miimkiindiir. Baska bir
ornek olarak ise CERN’de (Conseil Européen pour la
Recherche Nucléaire - Avrupa Niikleer Arastirma
Kurulusu) gerceklestirilen “Biiytik Hadron
Carpistiricisi” deneyinde sensorler sayesinde 1
petabayt veri tiretilmistir [7]. Sadece bu iki 6rnek ile
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bile verinin iiretim hizinin ne kadar yiiksek oldugu
goriilebilmektedir.

Hacim: Boyut, biiyiik veri problemlerinin en basinda
gelmektedir. Clinki veri depolama ve veri erisimi icin
yenilik¢i programlara gerek duyulmaktadir. Biiyiik
veri, artik geleneksel veri analiz teknikleri ile
islenemeyecek ve klasik veri tabanlarina sigmayacak
boyutlara ulasmistir. Hayatimizda vazgecilmez hale
gelen akilli telefonlar ve internet temelli uzaktan
kontrollii cihazlar gibi bir¢ok cihaz, sersorleri ile
uygulamalara iirettikleri veriyi aktarabilmektedirler.
Bu sebeple iiretilen, depolanan ve iletilen veri
miktarinda yiliksek bir artis olmaktadir. Arastirma
kuruluslarindan IDC (International Data Corporation)
tarafindan hazirlanan “Digital Universe Study” isimli
calismada, 2020’de yillik veri hacminin 35 zettabayt
seviyesine ulasacagi Dbelirtilmistir [12]. Bilgi
teknolojileri alaninda ¢ok uluslu bir sirket olarak
faaliyet gosteren CSC  (Computer Sciences
Corporation) tarafindan yayinlanan bir rapora gore
de 2020 yilinda elde edilecek veri hacminin
giiniimiize goére % 4.300 oraninda artis gosterecegi
ongoriilmektedir. Giintimiizde orta olcekli
organizasyonlarda bile 1 terabayt hacminde veri ¢cok
kisa siire icerisinde tiretilebilmekte ve bu veri bir¢ok
kaynak tarafindan yliksek cesitlilikte
olusturulabilmektedir. IBM’e (International Business
Machines) gore, 2014 yilindan bu tarafa diinya
tizerindeki verinin yaklasik %90’1 son iki senede
iiretilmis olup; her giin 2,5 eksabayt biiytikliigiinde
veri lretimi gerceklestirilmistir. 2003 yilina kadar
insanlik tarihi boyunca tiretilen veri 5 eksabayt iken
ayni miktardaki veri iki glinde iiretilmistir [7].

Dogruluk: Biiytk verinin ne kadar giivenilir ve dogru
oldugunu gostermektedir. Veri, alinan is kararlarinda
kullanilabilecek derecede giivenilir olmalidir. Biiytik
verinin cesitliliginin yiliksek olmasi, veri kalitesinin
giivenilir olma durumunu zorlastirmaktadir [13]. Veri
kalitesi verinin giivenilirligi ile
degerlendirilebilmektedir. Clinkii yiiksek kaliteli veri
sadece glivenilir modellerle tiretilebilmektedir. Baska
bir deyisle veride bulunan aykiri ve eksik degerler gibi
anomaliler tespit edilebilmektedir [9]. Bu anomaliler,
bir takim veri kaynaklarina has giivensizlik
durumunun mevcut olmasi ile iliskilendirilmektedir.
Bu sebeple kesinlik belirtmeyen ve belirsizlik iceren
veriyle bas edebilme ihtiyacy, belirsizlik iceren verinin
yonetimi, veri madenciligi i¢cin tasarlanan araglarin ve
analiz metotlarinin kullanilmasi, incelenmesi gereken
baska bir yoniinii de yansitmaktadir [10]. Bu noktada
elde bulunan verinin dogrulugu ve gecerliligi 6nem
tasimaktadir. Dogru ve gecerli olmayan biiyiik veriler
hem yanlis yorumlamalara yol acabilecek, hem de
analiz i¢in temel tegkil etmeyecektir [6].

Deger: Biiyiik veriyi olusturan bilesenlerin en
onemlisi kuskusuz ortaya bir deger konmasidir.
Verinin islenmesi, depolanmasi ve analiz isleminden
sonra karar alma esnasinda o kurulusa da ayr1 bir
deger katmasi gerekmektedir. Ornegin, bir havayolu
sirketi miisterilerinin aliskanlhiklarin1  biliyorsa
yapilacak yatirimlarin ¢ok daha faydali olmasina
sebep olacak ve ekonomik agidan da biyiik katki
saglayacaktir [14, 15].
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Biiyiik veri, arastirmacilarin kisisel davranislar1 ve topluluk
egilimlerinde, aradiklar1 sorulara cevap bulmalar1 agisindan,
arastirmacilara biiylik kolayliklar saglamaktadir. Bununla
beraber ekonomik ve ticari faaliyetler, kamu yodnetiminde
iletisim, ulusal giivenlik, bankacilik ve bilimsel arastirmalar gibi
¢ok fazla sahada biiyiik veriden yararlanilmaktadir.

Biiylik veri uygulamalarinin 6nemli hedeflerinden bazilar;
tiikketici deneyiminin iyilestirilmesi, ¢ok daha diizgiin
pazarlama stratejilerinin belirlenmesi, maliyetlerin
diisiiriilmesi ve mevcut siire¢ etkinliginin arttirilmasidir. Buna
ek olarak giiniimiizde veri ihlallerinden dolay1 yasanan
olaylarda giivenligin saglanmasi da biiyiik veri kullanim
amagclari arasinda yer almistir.

Bu calisma kapsaminda biiyiik veri terimlerinin analizi i¢in
metin madenciliginden yararlanilmistur.

Feldman ve Sanger’ e gdre metin madenciligi, kullanicinin
analiz araglar1 kullanilarak bir dokiiman yigini ile etkilesime
girdigi bir stire¢ olarak tanimlanabilir [16]. Sumathi [17] ise
metin madenciligini, dokiimanlar i¢in geleneksel arama
tamamlandiktan sonra dokiimanlar arasindaki karmasik
iliskileri arastiran bir islem olarak tanimlamistir [18]. Metin
madenciligi, metin kiimeleri icerisinden yeni ve anlaml bilgiler
cikarmay1 amaglayan ve siirekli kendini gelistirmekte olan bir
alandir. Metin madenciligi, kelime ya da bilgilerin gercek
baglantisinin fonksiyonu olan metin ile ilgilenir [19].

Eskiden dokiimanlar icerisinde bulunan bilgiye ulasmak i¢in
elle indeksleme yapimaktaydi. Giinlimiizde her seyin
dijitallestigi ve elektroniklestiginden yola ¢ikarsak ve sadece
internet lizerinde iki milyara yakin web sayfasi oldugu
diisiintilirse buna elle ulasmanin imkansiz oldugu rahatlikla
soylenebilir. Bu problemi asmak icin otomatik bilgiye ulasma
yontemleri gelistirilmistir. Bu yontemler metin madenciligi ad1
altinda incelenmektedir [20].

Metin madenciliginde kullanilan hem tcretli hem de iicretsiz
yazilimlar asagida belirtilmistir;

e  Vosviewer

e Sas

e  Text Mining

e  SPSS Text Mining and Text Analysis For Surveys
e  STATISTICA Text Miner

e  GATE-Natural Language

e  RapidMiner

e  RProgramming

e Perl

e  ODM-Oracle Data Mining.

3 Materyal ve Metot
3.1

isletmelerin gelecekte rekabette ayakta kalabilmeleri icin
teknolojik gelismelere acik olmalari gerekmekte ve buna ek
olarak ise veri biliminden anlamas1 gerekmektedir. Biiyiik veri
kavramina, biiyiik firmalar tarafindan son 5 y1l igerisinde biiyiik
yatirimlar yapilmistir. Yapilan bu yatirimlar sayesinde sirketler
verilerini daha iyi anlamakta ve geleceklerine daha iyi yon
verebilmektedir. Bu ¢alisma ile biiyiik veri alaninda yapilmis
olan ¢alismalardaki veriler kullanilarak alanin genel hatlar
cizilmistir. Bu sayede biiylik verinin c¢alisma alani ortaya
konulmus ve en fazla kullanilan terimler belirlenmistir. Bu

Arastirmanin Amaci ve Onemi
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sayede calismalarin nereye dogru yoneldigi
anlasilabilmektedir. Bunun disinda alanda hangi iilkelerde
biiyiik veri ¢aligmalarinin daha fazla yapildig1 goésterilmistir.
Ayrica, blyiik veri lizerine en fazla calisma yapan bilim
insanlarina da bu c¢alismada yer verilmis ve birbirleri ile
iligkileri gosterilmistir. Bu sayede hem iilkeler hem de yazarlar
arasindaki iliskiler kesfedilebilir.

3.2  Arastirmanin Siirhiliklart

Bu calismadaki verilere Web of Science‘in Core Collection
veritabanindan ulasilmistir. Sadece son 5 yil igerisindeki
(2014-2018) willarn arasindaki SCI, SCI-Exp ve SSCI
indexlerinde yer alan ingilizce makalelerden yararlanilmistir.
3.3  Arastirmanin Yontemi

Bu ¢alisma igerisinde 4 farkli baslik incelenmistir. Bunlar;

L. Ulkerin yapmis olduklar1 c¢alisma sayilarinin ve
iligkilerinin belirlenmesi,
IL. Yazarlarin yapmis olduklari ¢calismalara gore birbileri
ile iliskilerinin belirlenmesi,
M1 Auf yapilan yazarlarin co-citation analizi,
IV. Yazarlarin vermis oldugu anahtar kelimelere gore co-

ocurence analizidir.

Yukaridaki basliklarin incelenebilmesi icin ilk olarak Web of
Science Core Collection veritabanindan elde edilen verilerin
birlestirilmesi gerekmektedir. 8 farkli dosya icerisinde yer alan
3868 adet ingilizce malale birlestirme isleminden sonra sadece
tek bir dosya icerisinde yer almigtir. Birlestirme isleminden
sonra verilerin parcalanmasi islemi yapilmistir. Par¢alama
islemi sonunda her bir soru maddesi icin bir dosya
olusturulmustur. Verilerin birlestirilmesi ve sonra ilgili sorular
icin pargalara béliinmesi icin BibExcel programindan
yararlanilmistir. Calismanin ikinci kisminda ise verinin
gorsellestirilmesi ve iliski haritalarinin ¢ikarilmasi vardir. Bu
islemlerde ise VosViewer programi kullanilmistir. En son
olarak ise elde edilen haritalar yorumlanmistir.

4 Bulgular ve Tartisma

4.1  Ulkerin Yapmis Olduklari1 Akademik Calisma

Sayilarinin ve Iliskilerinin Belirlenmesi

Bu analizde yazarlarin menseileri yani {ilkeleri dikkate
alinmustir. Ulke bazli olarak yaplimis olan yayinlarin sayilari ve
aldiklar1 atif sayilari analizde kullanilmigtir.

Bu analiz i¢in se¢im kriterleri bir iilkenin en az 10 ¢alismaya
katki vermis olmasi ve o iilkenin bu ¢alismalar igerisinden en az
10 atif almis olmasi gerektigidir. Bu kriterleri saglayan tilke
sayisi bu alanda yayin yapmis toplam 105 iilkeden sadece
50’sidir. Bu kriterin konmasinin en 6nemli nedeni alana yon
veren lilkelerin belirlenmesi ve aralarindaki iliskilerin ortaya
konulmak istenmesidir. Bu boliimde ilk olarak, alana en fazla
katki veren 20 iilkenin yapmis olduklari ¢alisma sayilari Tablo
1’de verilmistir.

Tablo 1. Ulkelerin akademik calisma ve atif sayilar

No Ulkeler Yayin Sayisi Auf Atif/Yayin
1 Usa 1238 9626 7,78
2 P.R.China 1133 8088 7,14
3 England 328 2951 9,00
4 Australia 233 2193 9,41
5 Canada 184 1774 9,64
6 France 120 1293 10,78
7 Spain 156 1204 7,72
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8 Italy 162 984 6,07
9  South Korea 210 977 4,65
10 Germany 133 969 7,29
11 India 177 820 4,63
12 Malaysia 47 756 16,09
13 Sweden 55 625 11,36
14 Taiwan 92 573 6,23
15 Switzerland 65 559 8,60
16 Saudi Arabia 79 545 6,90
17 Netherlands 88 503 5,72
18 Japan 86 463 5,38
19 Singapore 47 462 9,83
20 Brazil 40 433 10,83

Bu tabloda iilkelerin isim, yayin sayilari, aldiklar1 atiflar ve
yayin basina diisen atif sayilar1 yer almaktadir.

Tablo 1 incelendiginde, 1238 yayinda aldig1 9626 atif sayisi ile
Amerika ilk sirada yer almaktadir. Amerikay1 sirasiyla, 8088
atif ile Cin, 2951 atif ile ingiltere, 2193 atif ile Avustralya ve
1774 atif ile Kanada izlemektedir.

Tabloda yer almasa da Atif/Yayin Sayisi oraninin en yiiksek
olan iilke yayin basina 16.5 atif ile Cek Cumhuriyeti’dir. Cek
Cumhuriyeti menseili 12 yayma 198 atif yapilmistir. Cek
Cumhuriyetini, yayin basina 16,09 atif sayis1 ile Malezya
izlemektedir. Amerika en ¢ok atif alan iilke olmasina ragmen
yayin basina diisen atif sayis1 7,78'dir. Bu bakimdan bakildig:
zaman Amerikanin yayin sayimin ¢ok olmasina ragmen aldig
atif sayisinin diger tlkelere yakin oldugu gériilmektedir.

Tiirkiye bu alanda atif sayis1 bakimindan 31. sirada kendisine
yer bulmustur. Tiirkiye yapmis oldugu 25 ¢alismayla 185 atif
almistir. Yayin basina diisen atif sayis1 ise 7,40 olarak
belirlenmistir.

Asagidaki sekilde tlkelerin birliktelik iligkileri goriilmektedir.
Sekil incelendiginde Amerika (Kirmizi Kiime) ve Cin’in (Yesil
Kiime) merkezde yer aldiklar: goriilmektedir.

Sekil 1. Ulkelerin atiflarina gére iliski haritasi

Sekil 1. Sekil iizerindeki renklerin her biri bir kiimeyi ifade
etmektedir. Kiime i¢erisindeki benzerliklerin yiiksek kiimeler
arasindaki mesafelerin ise uzak olmasi istenmektedir.
Asagidaki sekil incelendiginde ise 4 farkli kiimenin oldugu
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goriilmektedir. Bu kiimeler sari, kirmizi, yesil ve mavi renkler
ile gosterilmistir.

Sekil incelendiginde, kirmizi kiime icerinde yer alan
Amerikanin, Fransa, Hindistan, Avustralya ile ayni kiimede
bulundugu ve iliskisinin digerlerine gore daha yiiksek oldugu
goriilmektedir. Yesil kiime icerisinde en fazla atifi olan Cin ise
Kanada, Ispanya ve Belcika ile aymi kiime icerisnde yer
almaktadir. Tirkiye ise mavi kiimede yer almis ve Misir, Norveg
ve Meksikaya daha yakin bir konumda bulunmaktadir.
Unutulmamali ki bu birliktelik analizleri sonucunda yazarlarin
iilkeleri géz dniinde bulundurularak birlikte yapmis olduklari
yayinlar g6z 6éniinde bulundurularak olusturulmustur.

4.2  Yazarlarin Yapmis Olduklar1 Calismalara Gore

Birbileri Ile iliskilerinin Belirlenmesi

Bu analizde yazarlarin yapmis olduklari yayin sayisi ve aldiklari
atif sayilarina dikkat edilmistir. Bu analiz i¢ine se¢im kriterleri;
bir yazarin en az 10 ¢alismaya katki vermis olmasi ve en az 10
atif almis olmasi gerektigidir. Bu kriterleri saglayan yazar sayisi
toplam 11529 yazardan sadece 22 tanesidir. Bu Kriterin
konmasimin en o6nemli nedeni alana yoén veren bilim
insanlarinin belirlenmesi ve aralarindaki iligkilerin ortaya
konulmak istenmesidir.

Bu bélimde ilk olarak alana en fazla katki veren
akademisyenlerin yapmis olduklari calisma sayilar1 Tablo
5.2’de verilmistir. Bu tabloda yazarlarin isimleri, yayin sayilari,
aldiklar1 atiflar ve yaym basma disen atif sayilar1 yer
almaktadir. Bu tablo atif sayilarina gore biiyiikten kii¢tige dogru
diizenlenmistir.

Tablo 2. Yazarlarin akademik ¢aligma ve atif sayilari

No Yazar Yaymn Sayis1  Atf  Atuf/Yayin
1  Dubey, Rameshwar 12 331 27,58
2 Ranjan, Rajiv 16 328 20,50
3 Herrera, Francisco 19 321 16,89
4  Wang, Lizhe 14 307 21,92
5 Ahmad, Awais 19 270 14,21
6  Paul, Anand 20 268 13,40
7 Gunasekaran, Angappa 12 265 22,08
8 Chang, Victor 19 257 13,52
9  Yang, Laurence T. 20 246 12,30
10  Zhang, Yan 10 237 23,70
11  Wang, Kun 13 230 17,69
12 Rathore, M. Mazhar 14 214 15,28
13 Vasilakos, A. V. 13 201 15,46
14  Chen, Jinjun 10 184 18,40
15 Chen, Zhikui 10 184 18,40
16 Guo, Song 12 151 12,58
17 Zomaya, Albert Y. 15 147 9,80
18 Zhang, Yin 10 145 14,50
19 Li, Peng 11 137 12,45
20  Qiu, Meikang 10 122 12,20
21 Hossain, M. Shamim 12 112 9,33
22 Li, Keqgin 12 95 7,91

Tablo 2 incelendiginde, 12 yayinda aldig1 331 atif sayisi ile
Dubey, Rameshwar ilk sirada yer almaktadir. Dubey,
Rameshwar sirasiyla, 328 atif ile Ranjan, Rajiv, 321 atif ile
Herrera, Francisco, 307 atuf ile Wang, Lizhe ve 270 atif ile
Ahmad, Awais izlemektedir.

Atf/Yayin Sayisi en yiiksek olan yazarin Dubey, Rameshwar
oldugu goriilmektedir. Dubey, R. yayin basina 27,58 atif alarak
bu alanda ilk sirada yerini almistir. Dubey, R.yi, yayin basina
23.70 atif sayis1 ile Zhang, Yan izlemektedir.
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Yayin sayis1 bakimindan ise, en ¢ok makalesi bulunan yazarlar
Paul, Anand (20 Yayin ve 268 Atif) ve Yang, Laurence T.'dir (20
Yayin ve 246 Auf). Tiirkiyeden herhangi bir akademisyen bu
listeye girmeyi basaramamistir.

Yazarlarin birbirleri ile iliskilerinin daha net anlasilabilmesi
icin gorsellestirmeden yararlanilmistir. Bu baglamda asagidaki
sekil elde edilmistir. Boylece hangi yazarin hangi yazar ile
iliskisinin daha ¢ok oldugu daha net goriilebilmektedir.

Sekil 2 incelendiginde ti¢ tane kiime oldugu goriilmektedir. Bu
kiimeler mavi, yesil ve kirmizi ile renklendirilmistir. Mavi ve
yesil kiimede tger yazar bulunurken kirmizi kiimede 16 yazar
bulunmaktadir. Kirmizi kiime diger kiimelere oranla daha gii¢lii
bir kiitme konumundadir.
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Sekil 2. Yazarlara gore iligki haritasi

Yesil kiilmede, Ahmad, A., Rathore, M. ve Paul, Anand birbirleri
ile giicli iliski icerisindeyken mavi kiimede, Chen, Z., Yang L. ve
Li, P. kendi aralarinda gii¢lii bir bag kurmuslardir. Kirmiz
kiimede ise diger yazarlarin iliskileri diger kiime elemanlari ile
olan iliskisine gore daha giglidiir. Tim birliktelikler ve
birliktelik degerleri incelendiginde Rameshwar DUBEY
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(Toplam baglant1 skoru = 130) alanin dnciisii olarak ortaya
cikmaktadir. {liski ag1 skoru incelendiginde ise en giiclii iliskisi
olan yazarin M. Mazhar Rathore (Toplam baglanti skoru = 133)
oldugu gorilmiistiir

4.3  Atif Yapilan Yazarlara Gére Co-Citation Analizi

Bu analiz kapsaminda atif yapilan yazarlarin birbirleri ile olan
birliktelik iligkileri 6l¢lilmeye calisilmistir. Kesme degeri 20 atif
olarak belirlenmistir. Kesme degerinin belirlenmesi ile birlikte
calismada 79900 yazardan 583 tanesi gorsellestime igin
kullanilmis ve aralarindaki iligkiler haritalanmistir.

Tablo 3 incelendiginde, Web of Science Core Collection
veritabanindan elde ettigimiz makalelerde en fazla atif yapilan
yazarin Dean, J. oldugu goériilmektedir. 3868 makaleden 439
tanesinde Dean, ]’nin yapmis oldugu c¢alismalara yer
verilmistir. Dean, ].'yi 292 atif ile Manyika, ]., 291 atif ile Boyd,
D., 287 atif ile 275 atif ile Davenport, Th. izlemektedir.

Tablo 3. En fazla atif alan yazarlar

Toplam Baglanti

No Yazar Aldig1 Atif Kuvveti
1 Dean,]. 439 4715
2 Manyika, J. 292 4055
3 Boyd,D. 291 3727
4 Chen, M. 287 3459
5  Davenport, Th. 275 4620
6  Zaharia, M. 247 2494
7  Mayer-Schonberger, V. 244 2945
8  Chen, He 234 3785
9  Mcafee, A. 233 3515
10 Laney, D. 224 3194
11  Kitchin, R 222 2691
12 Lazer, D. 170 1835
13 Zhang,Y. 161 1518
14 Wang Y. 159 1756
15  Wuy, Xd. 155 2209
16 Wamba, Sf. 150 3125
17  Chen, Clp. 149 2275
18 Gandomi, A. 146 2483
19 White, T. 127 1513
20 Breiman, L. 119 1046

Web of Science Core Collection veritabanindan elde ettigimiz
makalelerde en fazla atif yapilan yazarin Dean, ]. oldugu
goriilmektedir. 3868 makaleden 439 tanesinde Dean, ].’nin
yapmis oldugu calismalara yer verilmistir. Dean, ].'yi 292 atifile
Manyika, J., 291 atif ile Boyd, D. 287 atif ile 275 atif ile
Davenport, Th. izlemektedir.

Toplam baglanti kuvveti en yiiksek olan yazar yine 4715
baglanti kuvveti ile Dean, ]."dir. Dean, ]'yi 4620 baglant1 kuvveti
ile en fazla atif alanlar listesinde 5. sirada olan Davenport, Th.
izlemektedir.

Sekil 3’te elde ettigimiz makalelerde atif yapilmis yazarlarin co-
citation analizinin gorsellestirilmis hali bulunmakadir.
Birliktelik atifi anlamina gelen bu analiz ile birliktelik iliskileri
belirlenerek hangi yazarlarin kimlerle c¢alistigini bulmak
olasidir. Asagidaki sekilde yazarlarin birbirleri ili birliktelik
iliskileri gortilmektedir.

Sekil 3 incelendiginde, 5 farkli kiimenin sekilde yer aldig:
gorillmektedir. Bu kiimeler kirmizi, mavi, yesil, sar1 ve mor renk
ile betimlenmistir. Kirmizi kiime 340 yazar1 icinde
bulundurarak en fazla elemana sahip olan kiimedir. Bu kiime
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icerisinde Dean, ]'de yer almakta ve kiimenin merkezinde
bulunmaktadir. Ayrica, Chen, M., ve Zaharia, M."de kirmizi kiime
icerisinde yer almistir. 123 elemana sahip yesil kiime ise en
fazla elemana sahip 2. kiime konumundadir. Burada dikkat
ceken yazalar ise Laney, D., Mayer-Schonberger, V., Boyd, D.,
Kitchen, R. ve Lazer, D./dir. Mavi kiime ise 110 elemandan
olusmaktadir. Davenport, Th., Mcafee, A.,, Gandomi, A., Chen. Hc.
ve Manyika, |. gibi alanin énemli isimleri burada yer almakta ve
bu kiimeyi giicli kilmaktadirlar. Sar1 kiime 6 elemandan
olusurken mor kiime ise sadece iki elemandan olusmaktadir.
Bu iki kiimenin gii¢ iligkisi diger 3 kiimeye gore daha diistiktiir.
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Sekil 3. Atiflara gore yazarlarin birliktelik analizi

4.4  Anahtar Kelimelere Gére Co-Occurence Analizi

Bu analiz i¢in yazarlarin vermis oldugu anahtar kelimelerden
yararlanilmistir. Bu analiz sonucunda tekrar sayisi en az 1 olan
9340 adet farkl kelime elde edilmistir. Calisma i¢in farkl esik
degerleri denenmis ve en uygun esik degerinin programin da
onermis oldugu 5 oldugu goriilmistiir. 5 esik degerini gecen
toplam 335 adet kelime bulunmaktadir. Bu kelimelerin
birbirleri ile iligkileri birliktelik kurallar1 yani association rules
degerleri ilgili program sayesinde belirlenmistir. Kiigiik
kiimeler anlamlandirilamadig1 i¢in resolution degeri 0.80
olarak ayarlanmis boylece kiimeler daha anlamli hale
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getirilmeye calisilmistir. Bu sayede dagitilan kiiciik kiimelerin
icerisindeki elemanlar kendilerine iliski bakimindan yakin olan
kiimelerin igerisine dahil edilmistir.

Ilk olarak en fazla tekrarlanan 25 kelimenin listesi Tablo 4’te
verilmistir. Tablo 4 incelendiginde, yazarlarin Biiyiilk Veri
calismalarinda en fazla kullandiklar1 anahtar kelimenin “Big
Data” oldugu goriilmektedir. Biiyiik veri analizinde ilk sirada bu
degerin ¢ikmasi olduk¢a normal ve anlasilabilir bir durumdur.
Onemli olan bu Kkelimeyle birlikte hangi kelimelerin
kullanildigidir. Bu baglamda, Cloud Computing, Machine
Learning, Mapreduce, Data Mining, Hadoop, Internet of Things,
Social Media, Privacy ve ozellikle Data Analytics gibi
kelimelerin 6n plana ¢iktig1 ve biiyiik veri kavraminda dnemli
yer edindikleri goriilmektedir. Unutulmamali ki Biiytik Veri
kavrami veri analizi olmadan pek bir 6nem arz etmeyecektir.
Bu ylizden tabloda icerisinde Analytic gecen farkli kelime
yapilar1 bulunmaktadir.

Bu gibi calismalarda bazen Kkelime tekrarlar1 ile
karsilasilabilmektedir. Bunun nedeni anahtar kelimelerinin tek
bir formatta kullamlmasinin zor olmasidir. Ornegin, yazarlar
bazen kisaltma kullanirken bazen de anahtar kelimenin uzun
formatini (IOT veya Internet of Things gibi) kullanabilmektedir.

“Big Data” anahtar kelimesinden sonra en fazla baglanti giiciine

sahip olan kelimenin 365 baglant1 giicii ile Cloud Computing
oldugu goriilmektedir. Cloud Computing’i sirasiyla, Machine
Learning (310), Mapreduce (299), Hadoop (275), Big Data
Analytics (258) ve Data Mining (256) izlemektedir.

Biiyiilk veri kavrami denildigi zaman ilk akla gelenler
Mapreduce algoritmasi ile Hadoop mimarisidir. Bu yiizden Big
Data anahtar kelimesi ile birlikte 6n planda olmalar1 sasirtic
degildir.

Tablo 4. Anahtar kelimelerin tekrar sayisi1 ve toplam baglanti

gucl
No Anahtar Kelime Tekrar Sayis1 Toplam Baglanti Giicii
1 BigData 1906 2596
2 BigData Analytics 171 258
3 Cloud Computing 166 365
4 Machine Learning 137 310
5 Mapreduce 131 299
6 Data Mining 112 256
7 __Hadoop 102 275
8 Internet of Things 73 197
9  Privacy 70 184
10 Social Media 65 134
11 Analytics 57 141
12 Data Analytics 55 141
13 Data Science 42 93
14 Spark 39 91
15 Big Data Analysis 38 31
16 Deep Learning 33 66
17 Clustering 32 74
18 Ethics 31 76
19 Security 30 76
20 10T 30 69
21 Classification 29 60
22 Data Analysis 29 53
23 Healthcare 29 71
24 Apache Spark 26 57
25 Twitter 25 52
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Bu ¢alisma kapsaminda bir co-occurence analizi yapilmis ve
gorsellestirmesine ise Sekil 4'te yer verilmistir.

Elde edilen gorsel incelendiginde, 15 farkli kiimenin olustugu
goriilmektedir. Bu kiimelerin analizi i¢cin uzmanhk bilgisi
gerekmekte ve kiimeler icerisinde yer alan tiim elemanlar
detayli bir sekilde incelenerek ve tamami goz Onilinde
bulundurularak kiimelerin adlari belirlenmelidir.

Kiimelerin igerikleri incelendiginde su kanilara varilmistir;

e Big Data kavraminin yogun oldugu kirmizi kiime
genellikle “Veri” kavrami lizerine odaklanmistir ve bu
kiimede 34 eleman bulunmaktadir.

e Yesil kiime ise daha ¢ok “Optimizasyon” {izerine
yogunlasmis  ve  icerisinde 34  melemant
barindirmaktadir.

e Mavi kiime ise “Endiistri 4.0” kavramlarini i¢erisinde
barindirmakta ve 34 elemana ev sahipligi
yapmaktadir.

e Sar kiime ise “Saglk” {izerine yogunlasmis ve 34
elemani1 bulunmaktadir.

e Mor kime ise “Hadoop Mimarisi ve MapReduce
algoritmas1” izerine yogunlasmistir. Bu kiime 33
elemandan olusmaktadir.

e Acik mavi kiime ise “Parallel Computing” iizerine
odaklanmis ve 33 elemani bulunmaktadir.

e  Turuncu kiimede “Business Analytics ve Inteligence”
ile ilgili kelimeler yer almaktadir. Bu kiimede 27
eleman yer almaktadir.

e  Kahverengi kiime “Statistics” lizerine yogunlasmistir.
Bu kiime 26 elemandan olusmaktadir.

e Eflatun kiime ise “Biiyiik Veri Analiz Yontemleri”
lizerine yogunlasmis ve 20 elemani bulunmaktadir.

e Diger kalan 6 kiime igerisindeki kelime sayis1 dogru
bir analiz yapmak i¢in yeterli degildir.

Sekil 4. Anahtar kelimeye gore co-occurence analizi

Sekil 5’te anahtar Kkelimelerin yogunluk haritasina yer
verilmistir. Yogunluk haritas1 sayesinde kelimelerin hem
yogunluklar1 daha net anlasilmakta hem de birbirleri ile
yakinlik iligkilileri de goriilebilmektedir.
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Sekil incelendiginde, Machine Learning, Social Media, Hadoop,
Health Care, Security, Clasification, Clustering gibi kelimelerin
net bir sekilde alani temsil ettigi goriilmektedir.

Alani tasvir etmede bu gorsellestirmenin de kullanilmasi ileride
yapilacak ¢alismalara daha fazla yon verebilir.

Elde edilen sekillerden de anlasilacagi lizere, Biiyiik Veri
kavrami bir¢cok kavram ile i¢ ice yer almaktadir. Ozellikle, Veri
Analizi, Endiistri 4.0, Optimizasyon, Paralel Hesaplama, Hadoop
Mimarisi ve MapReduce Algoritmasi, Kiimeleme, Siniflama,
Birliktelik Kurallar1 ve istatistiksel Yéntemler ile cok sik
anilmakta ve birlikte kullanilmaktadir.

3
big data analysiso
dlassification
wchedu
bua fostics clustering
machine learning speou
J spark

ta

hadoop

Sekil 5. Anahtar kelimelerin yogunluk haritasi

Bunlarin disinda bizlere uygulama alanlarinda da o6nemli
ipuglar1 vermektedir. Biiyiik verinin en fazla kullanildig: alan
eldeki verilere gére Saglik alani olarak ortaya ¢ikmaktadir.
Fakat, pazarlama, parakendecilik, glivenlik gibi farkli alanlarda
da kullanildig: goriilmektedir.

Ozellikle Sosyal Medya analizinde de &nemli bir yeri
bulunmakta ve twitter verilerinin analizinde kullanilmaktadir.
Bu alanda Sentiment Analysis yani Duygu Analizi yontemi ise
ilk sirada yerini almaktadir.

Unutulmamas1 gereken o6nemli husus ise yapilan tiim bu
islemlerin aslinda karar vermeyi kolaylastirmak icin
yapildigidir. Bu ylizden, karar alma, karar mekanizmalari, karar
agaclari, karar destek sistemleri gibi bir ¢ok kavram da ilgili
haritalarda yer almaktadir.

5 Sonuclar

Bu calismada biiyiik veri kavraminin 6ne c¢ikanlar1 bilim
insanlarinin yapmis olduklar1 makale ¢alismalar1 kullanilarak
elde edilmeye ¢alisilmistir. Bu kapsamda Web of Science Core
Collection veri tabaninda bulunan SCI-Exp, SSCI ve ESCI
indexlerinden yararlanilmistir. Bu indexler icerisinde bulunan
dergilerdeki makalelerin basliklarinin icerisinde “Big Data”
kavrami aratilmistir. Arama alt kriteri olarak ise son bes yil
icerisinde yayinlanmis ingilizce makaleler belirlenmigtir.
Toplamda 3868 sonug elde edilmistir ve bu makalelerin tiim
verileri “plain text” olarak veribanindan indirilmistir.

ikinci asamada ise verilerin birlestirilmesi asamasi
gelmektedir. Birlestirme islemi i¢in “BibExcel” programi
kullanilmis ve tek bir dosya elde edilmistir. Verinin
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temizlenmesi ve parcalara ayirma islemleri de “BibExcel”
programi yardimi ile yapilmistir.

Uciincii asamada ise verinin iligkilerinin kurulmasi ve bu
iliskilerin  gorsellestirilmesi  gelmektedir. Bu boéliimde
“Vosviewer” programinin 1.6.10 stirtimiinden yararlamilmistir.
Tim gorsellestirme islemleri bu program vasitasiyla
yapilmistir. Calisma esnasinda kiimelerin iligkilerinin daha
belirgin olmasini saglamak icin “Resolution” degeri 0.80 olarak
kabul edilmistir. Her uygulama icerisinde de kendisine 6zgii
olarak alt kriterler uygulanmis ve uygulanan bu alt kriter
degerlerin ~ “Bulgular”  igerisindeki ilgili = kisimlarda
deginilmistir.

Ulkeler bazinda yapilan aragtirma sonucuna gére, Amerika ve
Cin alanda oncii iilkeler olarak gorilmekte ve diger tilkeler ile
aralarinda biiyiik bir farkin oldugu goériilmektedir. Tiirkiye ise
kendisine 31. sirada yer bulabilmis ve bu alanda gerilerde
kalmistir. Gorsellestirme haritalari incelendiginde ise Amerika
ve Cin’in ayr1 kiimelerde bulundugu gériilmiis ve alandaki gii¢lii
tlkelerin bu iki iilke ile yiiksek iligki icerisinde oldugu
anlasilmaktadir. Tiirkiye ise bu iki tilkenin bulundugu kiimede
yer almayip, tigiincii farkli bir kiimede kendisine yer bulmustur.
Tiirkiyenin ortak ¢calistig1 tilkelerin Misir, Norveg ve Macaristan
gibi tilkeler oldugu goriilmektedir.

Calismanin ikinci asamasinda yazarlarin birliktelik iliskileri
incelenmistir. Yazarlar ile ilgili ilk analiz aldiklar1 atiflar
lizerinden yapilmistir. Bu ¢alisma sonucunda, Rameshwar
Dubey’in aldig1 328 atif ilk sirada yer aldig1 goriilmektedir.
Ayrica yayin basina en fazla atif alan yazarin da aym yazar
oldugu goriilmektedir. Yaymn sayis1 bakimindan bakildig
zaman ise Anand Paul, 20 yayin ile 6éne plana ¢ikmaktadir.
Tirkiyeden bu listeye girebilmis bir akademisyen
bulunmamaktadir.

Yazarlar ile ilgili yapilan ikinci analiz ise elde edilen
makalelerde verilmis olan atiflardan birliktelik atifi analizi ile
yapilan yazar iligkileri arastirmasidir. Elde edilen makalelerde
en fazla atif yapilan yazar J. Dean’dir. 3868 makalenin 439
tanesinde bu yazarin yaptig1 ¢calismalara yer verilmistir. Dean,
].'yi 292 atif ile Manyika, ], 291 atif ile Boyd, D., 287 atif ile 275
atif ile Davenport, Th. izlemektedir. Toplam kuvvet bag1 en
yliksek olan yazar tekrardan ]. Dean’dir onu Davenport Th.
izlemektedir. Yazarlarin birlikltelik haritas1 incelendiginde 5
farkli kiimenin olustugu goriilmiis ve en giiclii kiimenin
merkezinde Dean. J.'nin yer aldig1 tespit edilmistir. En yiiksek
baglant1 giiciine sahip yazar ]. Dean’dir. Mavi kiime ise gii¢lii
yazarlarin birlikte bulundugu bir kiime olarak dikkat
cekmektedir. Davenport, Th., Mcafee, A., Gandomi, A., Chen. Hc.
ve Manyika, ]. gibi alanin 6nciilerinin bu kiimede oldugu ve
birliktelik iliskilerinin ytiksek oldugu gortilmektedir.

Calismanin son kisminda ise anahtar kelimelere goére metin
madenciligi analizi yapilmis ve alanda 6ne ¢ikan kelimeler
tespit edilmistir. Daha sonra ise co-occurence analizi sayesinde
bu terimlerin birlikte kullanimlar1 ve iliskileri resmedilmis ve
en son olarak da yogunluk haritasi ile kelimelerin yogunluklar:
ve birbirlerine yakinliklari gosterilmigtir.

Yazarlarin vermis olduklari anahtar kelimelere gore terim
analizi yapildiginda ilk sirada “Big Data” teriminin oldugu
goriilmektedir. Bunun nedeni yazarlarin yapmis olduklari
biiyiik veri calismalarinda anahtar kelimelerin igerisinde ilk
siraya bu terimi yerlestirmis olduklaridir. Bu da ashinda
calismanin dogru yiiriitildiiginiin bir gostergesidir. Ozellikle
Data Analytics terimi dikkat ¢ekmekte ve farkli tiirlerde
yazildiklar1 da goriilmektedir. Biiylik veri kavrami veri analizi
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olmadan bir anlam tasimayacaktir. Bu ylizden farkl sekillerde
yazilmis olan bu terimin 6nem derecesi de yiiksektir diyebiliriz.
Bunun disindaki diger énemli terimler ise; Cloud Computing,
Machine Learning, Mapreduce, Data Mining, Hadoop, Internet
of Things, Social Media ve Privacy’dir.

Baglant1 gii¢leri bakimindan analiz edildiginde ise “Big Data”
teriminden sonra “Cloud Computing” gelmektedir. Bu veri bize
sadece tekrar sayisi bakimindan bakmanin yanlis olacagini
ayrica baglanti giicinin de incelenmesi gerektigini
gostermektedir. Machine Learning, Mapreduce, Hadoop, Big
Data Analytics ve Data Mining kavramlar1 Cloud Computing’i
izlemektedir. Biiylik veri denildigi zaman akla Mapreduce
algoritmasi ile Hadoop mimarisi gelmektedir. Bu yiizden bu iki
terimin en ¢ok baglanti giiciine sahip ilk 5 terim arasinda olmasi
sasirtici degil aksine beklenen bir durumdur.

Gorsellestirme asamasinda 15 fakli kiime bulunmustur ve bu
kiimeler su sekilde isimlendirilmistir; “Veri”, “Optimizasyon”,
“Endistri 4.0”, “Saghk”, “Hadoop Mimarisi ve Map Reduce
Algoritmas1”, “Paralel isleme”, “Isletme Analigi ve Zekasr”,
“Istatistik” ve “Biiyiik Veri Analiz Yéntemleri’. 6 kiimeye ise
iclerinde bulunan terim sayisi yetersiz oldugu ve
anlamlandirlamadigl i¢in isim verilmemistir. Yukaridaki bu
kavramlar aslinda Biiyiik Veri kavraminin iligki haritasini net
bir sekilde ortaya koymakta ve bizlere yol gdstermektedir.

Bunlara ek olarak, yapilan bu ¢alisma ile aslinda Biiyiik Verinin
en fazla kullanildig1 alanlarinda farkina varilmistir. Yapilan
incelemede, “Saglik” alaninda ¢ok fazla kullanildigi ve bu alani
sirasiyla pazarlama, parakendecilik ve giivenligin izledigi
gorilmustiir.

Ayrica, “Sosyal Medya” iizerinden yapilan Duygu analizininde
onemli bir yer edindigi ve en ¢ok twitter verilerinin kullanildig:
gorillmektedir.

Biiyiikk Veri, Veri Madencigi ve Veri Analitigi gibi konularin
genel amaci karar vermeyi kolaylastirmak ve dogru karar
almak icin yoneticilere ya da kisilere yol gdstermektir. Bu
baglamda, iliski haritalarinda dikkat ceken diger terimler ise
karar alma, karar mekanizmalari, karar agaclari ve karar destek
sistemleridir.

Bu gibi ¢alismalarda karsilasilan en biiyiik sorun dil birligine
varllamamasi ve yazarlarin anahtar kelimeleri isimlendirirken
farkli yapilar1 kullanmasidir. Bu da analiz yaparken tekrarlarla
karsilasilmasina neden olmakta ve ayni terimin farkl
yapilarinin oldugu goriilmektedir. Buna bir 6rnek verecek
olursak; yazarlar bazen kisaltma kullanirken (IOT gibi) bazen
de anahtar kelimenin uzun formatini (Internet of Things gibi)
kullanabilmektedir. Bu da veri tekrarina yol agmaktadir. Bu
veriler birlestirilebilirse uygulama programlarinda daha
verimli sonuglar elde edilebilir.
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