Mehmet Akif Ersoy Universitesi

Sosyal Bilimler Enstitiisii Dergisi

ISSN: 1309-1387
Cilt: 10 Sayi: 23 2018 Mart (s. 75-89)

BANKALARIN GRUP BAZLI KARLILIKLARININ GRi TAHMIN YONTEMIi
iLE DEGERLENDIRILMESI

EVALUATION OF GROUP BASED BANK PROFITS BY THE GREY
ESTIMATION METHOD

Vesile OMURBEK', Esra AKSOY?, Ozen AKCAKANAT?
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Son zamanlarda bankacilik sektorii giinden giine kendisini yenileyerek, yenilik ve degisimlere
agik bir sekilde adapte olarak faaliyet gostermektedir. Bankacilik sektirii dis iilkelerin ekonomisinde
oldugu gibi iilkemiz ekonomisi i¢in de onemli bir konumda yer almaktadir. Bununla birlikte bankalarin
temel amaglarindan biri karliliklarini artirmaktir. Bu ¢alismada fonksiyonlarina gore ele alinan
“mevduat” ve “kalkinma ve yatirnm” banka gruplaruun 2013 - 2016 yillart arasindaki verileri baz
alimarak 2020 yilina kadar ki karliliklar: temel GM (1,1) ile tahmin edilmistir. Bankalar fonksiyonlarina
gore grup bazinda ele alinarak mevduat bankalar: ve kalkinma ve yatirim bankalari olarak incelenmistir.
Calismada veri setleri karlilik rasyolarindan olusturulmus olup, her bir rasyo ayri ayri ele alinarak her
banka grubu icin karlilik tahmini yapumistir.

Anahtar Kelimeler: Banka Karlihg, Gri Teori, Tahminleme

Abstract

In recent times, the banking sector is actively adapting itself to innovation and change, renewing
itself from day to day. Just as the banking sector is in the economy of foreign countries, it is in an
important position in our country's economy. However, one of the main objectives of the banks is to
increase their profitability. In this study, the profitability of the "deposit" and "development and
investment" bank groups, which are considered according to their functions, up to 2020 based on the
data between 2013 and 2016, is estimated with the base GM (1,1).They are examined as deposit banks
and development and investment banks by group basis according to their banking functions. In the study,
data sets were formed from profitability ratios, and each ration was taken separately and profitability
estimation was made for each bank group.
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1.GIRIS

Bankalarin ekonomide iistlenmis oldugu gorevlerden biri fon akisini saglamaktir. Bununla
birlikte, kaydi para yaratmak, para ve maliye politikalarinin devamliligina katki saglamak ve
yiiriitiilmesine yardimci olarak ekonomi agisindan da bilyiik bir neme sahiptir. Bankacilik sektoriiniin iyi
bir konumda ve aktif olmasi, ililke ekonomilerinin de giiglii ve aktif bir yapiya sahip olmasini
saglamaktadir (Yetiz, 2016, s. 107). Bir iilke ekonomisinde dnemli bir yere sahip olan ve tasarruflarin
yatirimlara doniismesine araci rol oynayan bankalarin ekonomik gelisime biiyiik katkilarda bulunmasi
beklenmektedir. Ayn1 zamanda banka karlilik durumlari, yalnizca finans sektoriinii degil biitiin kesimleri
yakindan ilgilendiren bir durumdur (Demirhan, 2010, s. 157).

Karlilik kavrami isletmelerin varolus amaci olarak, sirketler kar yarattikga devamliliklarini
stirdiirtirler. Bankalar da kar amaci giiden isletmeler konumundadir. Bundan dolay1 bankalarin karliliklari,
banka yoOnetiminin basarisint ve bu dogrultuda gostermis oldugu performans: da ortaya koymaktadir
(Atasoy, 2007, s. 1).

Karlilik, iktisadi igletmelerin ana hedefi ve var olma kosuludur. Bankalarin karlilik performansi,
kurumsal basar1 gostergesidir. Hanehalki, isletmeler ve devlet olarak belirlenen iktisadi karar birimleri ile
belirli bir etkilesim igerisinde bulunan bankacilik sektoriinde yasanacak herhangi olasi ters bir durum
biitiin ekonomiyi etkiyebilmektedir. Bu sebeple, bankacilik sektoriinde karlilik ve karliligi etkileyen
belirleyicilerinin bilinmesi 6énemli bir konu olmaktadir (Giines, 2015, s. 266). Banka karliliginin ileriye
doniik tahminin yapilmasi, bankacilik sektoriinde ilerleyen dénemlerde daha iyi bir plan yapilmasina
katk: saglayabilir ya da olasi ters bir durumun 6nceden bilinmesi ve buna yo6nelik 6nlem alinmasini
saglayabilir.

Gelecegin gelisimini tahmin etmek, ekonomiden fizige; miihendislikten birgok alana kadar
uzanan onemli bir konudur. Giivenilir bir tahmin elde etmek igin, sistem gelisim fenomeni ile ilgili baz1
kanunlar, dogal ilkeler veya gercek gozlem temelinde kesfedilmelidir. Son yillarda, gri sistem teorisi GT,
tarim, sanayi, bilim ve teknoloji, tibbi bakim ve diger alanlarda basarili bir sekilde kullanilmaktadir ve gri
tahmin teorisi, gri sistem teorisinin 6nemli bir bolimiidiir (Cui vd., 2013, s. 4399).

Bu caligmanin amaci da banka karliliklarinin ileriye doniik tahminlemesinin yapilmasidir.
Karlilik tahmini i¢in Gri Teori temel GM(1,1) yontemi kullanilmistir. Bankalarin fonksiyonlarina gore
grup bazinda ele alarak “mevduat” ve “kalkinma ve yatirim” bankalarimin 2013-2016 yillar1 arasindaki
karlilik rasyo verileri kullanilmigtir. Bununla birlikte banka gruplarinin 2020 yilima kadar karlilik
degerleri tahmin edilmistir. Caligmada ilk 6nce GT yontemi detayli bir sekilde agiklanmistir. Daha sonra
ise 2013-2016 arasindaki veriler GT yontemi ile tahmin edilerek tahmindeki hata paylar1 hesaplanmis ve
giivenilirligi test edilmistir. Son olarak elde edilen giivenirlik testleri sonucunda ileriye doniik tahminler

yapilmistir.

2.GRi TEORI
Gri say1, degeri kesin olarak bilinmeyen fakat alabilecegi deger igin siurlart bilinen sayidir.
Uygulamalardaki gri sayi, aslinda, bir aralikta veya genel bir say1 kiimesinde olas1 degerini alabilen

belirsiz bir say1 anlamina gelmektedir (Liu ve Lin, 2010, s. 19).
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Gri sistem yaklasimi, bilinen bilgi miktarina gore adlandirmaktadir. Kesin olarak bilinen bilgiye
sahip olan sistemler beyaz, kesin olarak bilinmeyen bilgiye sahip sistemler siyah, kismi bilgiye sahip
sistemler gri renk ile temsil edilmektedir. (Lin vd., 2004, s. 196-197).

Son yillarda, gri sistem teorisi, belirsizlik problemlerini ayrik veriler ve eksik bilgi altinda
¢6zmek i¢in ¢ok yararlt bir yontem haline gelmistir. Deng (1982), Gri teorisinin; gri nesil, iligki analizi,
model yapimi, tahmini, karar verme ve sistem kontroli ile ilgilendigini belirtmistir (Mostafaei ve
Kordnoori 2012, s. 97).

Gri sistem teorisi birgok alanda basarilt bir gekilde kullanilmigtir. GM (1,1) tahmini gri teorisinin
temel modeli, yani birka¢ veri (dort veya daha fazla) ile olusturulmus ve yine de yiiksek hassasiyetli
sonuglar elde edebilen tek degiskenli birinci mertebeden gri modeldir. GM (1,1) modeli gri sistemde en
¢ok kullanilan tekniklerden biridir. Son yillarda ve ayni zamanda ¢esitli alanlarda basarili bir sekilde
caligmig ve tatmin edici sonuglar vermistir (Xie ve Liu, 2009, s. 1174).

Literatiire bakildiginda Gri tahminleme modeli ile ilgili yapilan bazi ¢alismalar Tablo 1.’de

goriilmektedir.
Tablo 1. Gri Tahminleme ile {lgili Yapilan Baz1 Calismalar
Calisma Alani Yazarlar
Havayolu Yolcu Trafigi Tahminlemesi (Hsu ve Wen, 1998, s. 87-107)
Satis Tahmini (Lin ve Hsu, 2002, s. 3-12)
Hisse Senedi Tahminlemesi ve Portfoy Se¢imi | (Huang ve Jane, 2009, s. 5787-5392)
(Yao vd., 2003, s. 2017-227)

Elektrik Enerjisi Tahminlemesi (Huang ve Jane, 2009, s. 2241-2249.)
Yedek Pargalarin Tahmini (Chiou, Tzeng and Cheng, 2004, s. 6-11)
Enerji Tiiketim Tahmini (Feng, Ma, Song and Ying, 2012, s. 376-389)
Co2 Emisyon Tahmini (Yilmaz ve Yilmaz, 2013, s. 141-148)
Komiir Madeninde Cokme Tahmini (Xu, Liu and Fang, 2014, s. 1181-1194)
Mezuniyet Not Tahmini (Kose, Aplak ve Kabak, 2015, s. 82-88)
Proje Maliyet Tahmini (Zhao, 2016, s. 367-372)
Maliyet Tahminleme (Ozer Kege, Omiirbek ve Acar, 2016, s. 453-461)
Dogal Gaz Talep Tahmini (Orug ve Celik Eroglu, 2017, s. 31-42)
Enerji Talebi Tahmini (Hu, 2017)

Bu ¢alismada ise, Gri Teori temel GM (1,1) modeli kullanilarak mevduat ve kalkinma ve yatirim
bankalarmin 2013-2016 yillar1 arasindaki karlilik rasyo verileri ile bu banka gruplarinin 2020 yilina kadar
karlilik degerleri tahmin edilmistir. Caligmada ilk olarak 2013-2016 arasindaki veriler GT yontemi ile
tahmin edilmis ve tahmindeki hata paylar1 hesaplanmistir. Daha sonra hesaplanan hata paylar ile
giivenilirligi test edilmistir. Son olarak elde edilen giivenirlik testleri sonucunda gelecek yillarin

tahminleri yapilmistir.
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3.GRi TAHMIN YONTEMI

Disiplinler arasi bir yaklasim olan gri sistem teorisi belirsizligi sayisal ifadeye doniistiiren
alternatif bir yontemdir. Bu yontemdeki temel fikir stokastik ya da bulanik metodlarla ¢6ziimlenemeyen
belirsiz sistemlerin davranislarini, ¢ok az sayida veri yardimi ile tahmin etmektir (Kése vd., 2015, s. 83).

Gri tahmini, sistemlerin gelecekteki durumlari hakkinda bilimsel ve niceliksel tahmin yapmak,
sistemlerin belirsiz Ozelliklerini anlamak igin orijinal veri dizileri iizerinde dizi operatdrlerinden
faydalanarak tahmin yapmaktadir (Liu ve Lin, 2010, s. 133).

Gri sistem teorisinin tiim yontemleri tahmin yapmak i¢in kullanilabilir. Verilen bir problem igin,
uygun Ongdérme modeli, yeterince dikkatli yapilan nitel analizin igeriklerinden yararlanilarak
secilmektedir. Segilen her model uygunlugunu ve etkililigini belirlemek i¢in birgok farkli yontemle test
edilmelidir. Sadece g¢esitli testleri gegen modeller tahmin yapmak igin anlamli bir sekilde
kullanilabilmektedir (Liu ve Lin, 2010, s. 133).

-Temel Gri Tahmin GM (1,1) Metodu

GM (1,1), tek degiskene sahip birinci dereceden tiirevlenebilir esitliklerin yer aldig1 gri modeli
ifade etmek i¢in kullanilmaktadir (Liu ve Lin, 2010, s. 107). Bu model tahmin modeli i¢in bir zaman
dizisidir. GM (1,1) modelinin diferansiyel denklemleri zamanla degisen katsayilara sahiptir (Mostafaei ve
Kordnoori, 2012, s. 97). Temel GM (1,1) modeli asagida detayli olarak agiklanan temel adimlarindan
olusmaktadir (Liu ve Lin, s. 2010, s. 107-108).

Adim 1: Uygulamada kullamlacak olan ham veri seti asagidaki gibi olusturulur ve X' negatif

olmayan orijinal veri serisidir.
X =(x"1),x"(2),...x 7 (n))
Adim 2: Birinci dereceden toplam iiretim operatérii kullanilarak X'V serisi olusturulur.
P (x“)(l),x(l) (2),,,_,x(1) (n)), X" serisi olusturduktan sonra,

XOk 4+ ax® (k) =b esitligi elde edilir ve GM (1,1) modelinin orijinal bigimi olarak
adlandirtlir; burada GM (1,1) sembolii "bir degiskende birinci dereceden gri model" anlamina

gelmektedir.

Adim 3: Elde edilen X'V serisi kullanilarak Z'" serisi olusturulur.
1
Z0 (k) = E(xm(k) +xO 4 (k=1)). k=23...n.

7" serisi olusturulmastyla birlikte; xVk +az (k) = b GM (1,1) modelinin temel bigimi

elde edilir.

A
Adim 4: X ve Z serilerini olusturduktan sonra Eger g = (a,b)Tparametrelerinin bir

dizilimiyse ve
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[x(2)] [-zP@2) 1]

x(3) -z03) 1
Y= ’ B=

_x(o)(n)_ = z®(n) 1]

ise en kiigiik kareler yontemi ile tahmin etmek i¢in xO% + az® (k) = b esitligi kullanilarak

A
GM(1,1)’ in parametrelerine karsilik gelen a vektorii hesaplanir.

a = (a,b)" asagida ki gibi hesaplanmaktadir.
a=(B"B)"'B'Y

T T pn-1 pT
Admm 5: Eger (a,b) _(B'B) " B'Y ise,

dx"
7 +axV = b, seklinde gosterilen birinci dereceden tiirevlenebilir esitlik elde edilir;
t

xV () = (x(l) - é)e_m + b ile verilir. Yani ;
a a

@ b b
x (k+D) =[x -Z|e™ += k=123..n
a a
Adim 6: Daha sonra elde edilen birinci dereceden tiirevlenebilir esitlige ters kiimiilatif islemi
uygulanir ve tahmin degerleri asagidaki model yardimu ile elde edilir.

NG A A A

x (k+D)=aPx(k+D)=x (k+1)-x (k)=(1—e”)(x(0)(1)—é)e_“k,
a

k=1,2,.n
Adim 7: Uretilen tahmin degerleri i¢in hata payr hesaplanir ve modelin gelecek tahmini igin

kullanip kullamlmayacag: test edilir. X ham veri setinin herhangi bir & eleman: i¢in tahmin hatas

e (k)ile gosterilir ve asagidaki gibi hesaplamir. (Liu ve Lin, 2010, s. 133-134).

e = (e(1),&(2),...e(n) = (x (1) = x(1),x* (2) = x(2),..x"" () — x(n))
X ham veri setinin herhangi bir k elemani i¢in hata orani ise A « 1le gosterilir ve asagidaki gibi
hesaplanmaktadir ve ylizdesi alinarak ifade edilir.

(e || e | | e [\ 50 W
Ak = ‘x(O)(l)’ x(O)(z) ""‘x(O)(n)| _{Ak}l

- 1 n
Ortalama goreli hata ise A = —ZA . olarak hesaplanir. Ortalama goreli hata orani
n =

hesaplandiktan sonra modelin test dogruluk skalasi kontrol edilir (Tablo 5.). Eger A < ¢xise gelecek
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tahmini yapilabilir ve 1 — A ise modelin giivenirlik oranini verir.

4.MEVDUAT ILE KALKINMA VE YATIRIM BANKALARININ GRi TEMELLI

KARLILIK TAHMINi

Biitiin iilkelerde oldugu gibi iilkemizde de, finansal sektoriin basinda bankalar ve bankacilik
sektorii gelmektedir (Tunay ve Silpar, 2006, s. 1). Tiirk bankacilik sektorii, 5411 sayili Bankacilik
Kanunu’nun hiikiimlerine gore bankalar; “mevduat”, “katilim” ile “kalkinma ve yatirim” bankalar: olmak
tizere li¢ fonksiyonel grupta ele alinmaktadir (BDDK, 2010, s. 1). Bu ¢alismada ise; Tiirkiye Bankalar
Birligi istatistik raporlarinda yer alan ve Bankacilik Kanunu kapsaminda Tirkiye'de faaliyette bulunan
mevduat bankalart ile kalkinma ve yatirim bankalarinin "Bankalarin Kamuya Agiklanacak Finansal
Tablolar ile Bunlara iliskin Agiklama ve Dipnotlar Hakkinda Teblig" kapsaminda hazirladiklar ve
Tiirkiye Bankalar Birligine tevdi ettikleri denetlenmis, konsolide olmayan "Ortak Veri Gonderim Seti"
tablolarindan (www.tbb.org.tr) yararlanilarak hazirlanan veriler dikkate alinmis ve banka grup
bilgilerinde yer alan; “mevduat” ve “kalkinma ve yatirim bankalar1” olarak iki grup incelenmistir.

Calismada kullanilan veriler Tirkiye Bankalar Birligi yillik istatistiki raporlarindan elde
edilmistir (www.tbb.org.tr). Degerlendirme i¢in karlilik rasyo oranlari ele alinmis ve grup olarak dikkate

alian bankalarin ileriye doniik karlilik tahminleri yapilacaktir. Bu oranlar;

. Net Donem Kari (Zarar1)/ Toplam Aktifler,
. Net Dénem Kari (Zarar1)/ Ozkaynaklar,
. Siirdiiriilen Faaliyet Oncesi Kar (Zarar)/Toplam Aktiflerdir.

Mevduat bankalari i¢in ham veri seti Tablo 2.’de goériilmektedir.

Tablo 2. Mevduat Bankalari I¢in Karlilik Rasyo Oran Verileri
YILLAR

Karlihik Rasyolart 2013 2014 2015 2016

Net Donem Kart (Zarary)/ | 1,59914137 | 1,36105149 | 1,21474983 | 1,49381916
Toplam Aktifler
Net Dénem Kar (Zarari)/ | 13,8935472 | 12,4919586 | 11,1303719 | 13,9503745
Ozkaynaklar
Siirdiiriilen Faaliyet Oncesi Kar (Zarar) / | 1,73426685 | 1,61598744 | 1,40497526 | 1,76137648
Toplam Aktifler

Kalkinma ve yatirim bankalari i¢in ham veri seti Tablo 3.’de goriilmektedir.
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Tablo 3. Kalkinma ve Yatirim Bankalar1 Igin Karlilik Rasyo Oran Verileri

YILLAR

Karlihik Rasyolart 2013 2014 2015 2016

Net Donem Kari (Zarary)/ | 1,85612154 | 1,99041843 | 1,83665544 | 1,76499827
Toplam Aktifler
Net Donem Kari (Zarary)/ | 6,34253776 | 7,66569482 | 7,85572929 | 8,84436454
Ozkaynaklar
Siirdiiriilen Faaliyet Oncesi Kar (Zarar) / | 2,00087942 | 2,20202303 | 2,01742209 1,923378
Toplam Aktifler

Calismada Ornek olmasi agisindan sadece mevduat bankalarinin “net donem kari (zarari) /
toplam aktifler” rasyosu i¢in GM (1,1) modeli kurulup ¢6ziim adimlarina yer verilmis, ayni hesaplama
islemleri diger rasyolar ve “kalkinma ve yatirim bankalar” igin de ayr1 ayri uygulanip sonug tablolari
gosterilmistir.

Ornek modelde ilkdnce tahmin verileri ile gergek veriler karsilagtirilarak tahmindeki hata paylart
bulunacak ve modelin giivenilirligi test edilecektir. Daha sonra elde edilen giivenirlik testleri sonucunda
ileriye doniik tahminler yapilacaktir.

Mevduat bankalar1 Net Dénem Kari (Zarari) / Toplam Aktifler karlilik rasyosu igin;

= Ham veri dizisi:

X =(1.59914137,1.36105149,1.21474983,1.49381916)

= X 1 dizisini olusturmak i¢in X'” dizisinin kiimiilatif toplam1 olusturulmustur;

XY =(1.59914137,2.96019286,4.17494247,5.66876186)

= X © dizisi i¢in yar1 diizgiinliik (quasi-smooth) kontrolii (Liu ve Lin, 2010, s. 113),

(0)
X)) 1.21474983
p(3) )

- = 0.41036172
x) 2.96019286

X 149381916

4) = 4 —
P& xiy) 417494247

= (0.35780591

Kosul: k>3 oldugu durumlarda elde edilen degerler 0,5’den kiigiik olmak zorundadir.
p(4)<0.5 oldugundan dolayi i¢in X' yar1 diizgiinliik kuralina uygundur.
= X" dizisi igin yari iissellik (quasi exponentiality) kontrolii (Liu ve Lin, 2010, s. 113),

oV (3) = X 4.17494247

x® 7 2.96019286

=1.41036172

oV (4) = x((zlt)) _ 5.66876186

x0T 4.17494247

=1.35780591

Kosul: k>3 oldugu durumlarda 0(1)(1() € [1,1.5], ve 0(1)(4) € [1,1.5] oldugu i¢in X" dizisi yar1
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tissellik kuralina uygundur.
Model i¢in yar1 diizgiinliik ve yar1 Gissellik kosullar1 saglandigindan GM(1,1) modeli kurulabilir.
= X " dizisinden yararlanarak Z'" dizisinin olusturulmasi;

Z" =(1.59914137,2.27966712.,3.56756778,4.92185228)

= GM(1,1) parametreleri asagidaki gibi olusturulmustur;

x?@2)] [1.36105149 -z"(@2) 11 [-2.27966712 1
Y =[x“3)|=[1.21474983 B=|-z"@3) 1|=|-3.56756778 1
x(4) 1.49381916 -z0(4) 1 -4.92185228 1

= a ve b parametrelerinin bulunmas;

- 0.05158662]

a= (B"B)'B"Y =
1.17135988

= Elde edilen parametreler dogrultusunda modelin olusturulmas;

dx(l)
i 0.05158662x" =1.17135988
t

A
x (k+1)= (x<‘> () - Q)e-“k + b_ 24.30580026¢"%"3%5%* _ 22 70665889
a a

= Olusturulan modelle tahmin degerlerinin hesaplanmasi;

N Nt R (S O
X =@ ,x 2)x 3)x (4)

A @D
X  =(1.59914137,2.88589997, 4.24078008,5.66738808)

- Son olarak ters kiimilatif igleminin yapilmasi ve tahmini degerlerin

bulunmasi

RO \ N RO b
x (k+D)=a"xk+1)=x (k+1)-x (k)=(1—e“)(x(°)(l)——)e_“k
a

A (0)

x (1.59914137,1.2867586,1.35488011,1.42660799)

= Tahmin degerlerinin elde edilmesinden sonra hata paymin ve oraninin belirlenmesi bulunan

sonuglara gore model dogruluk kontroliiniin yapilmas;
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Tablo 4. Hata pay1 ve goreli hata oraninin hesaplanmast

Ham veri Tahmini Veri Hatalar Goreli hatalar %
0 A
“E ) =x" @) -3 A, =IOV
2014 1,361051 1,286758604 0,074293 5,458492243
2015 1,21475 1,354880109 -0,14013 11,53573146
2016 1,493819 1,426607994 0,067211 4,499284097

= Ortalama goreli hata;

_ 4
A= §2Ak = %7.1645026
=2

* Yaygin olarak kullanilan model dogruluk testi skalasina Tablo 5.’de oldugu gibidir (Liu ve Lin,
2010, s. 135).

Tablo 5. Yaygin Olarak Kullanilan Model Test Etmek I¢in Dogruluk Skalas

w Géoreli Hata
Dogruluk Olgegi 104
1. seviye 0.01
2.seviye 0.05
3.seviye 0.10
4.seviye 0.20

Tablo 5.’e bakildiginda A < ¢roldugundan dolayr bu model i¢in gelecek tahmin degerleri

tiretilebilir. Tablo 6.’da ise 2020’ye kadar tahmin degerleri verilmistir.

Tablo 6. Gelecek Tahmin Degerleri
‘ 2017 ‘ 2018 ‘ 2019 2020 ‘
Tahmini Degerler ‘ 1,50213318 ‘ 1,5816567 ‘ 1,66539023 ‘ 1,75355664 ‘
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Grafik 1. Mevduat Bankalarmin Aktif Karlilik Rasyo Oranlarinin Gergek ve Tahmini ve Gelecek

Degerlerinin Grafiksel Gosterimi

2
1.5
1
0.5
0
2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020
gercek tahmin

Grafik 1.’de ise Mevduat bankalarinin aktif karlilik rasyosuna goére bulunan 2013-2016 yillar

aras1 gergek degerleri bu degerler i¢in test tahmin degerleri ve gelecek tahmin degerleri gosterilmektedir.
Asagida Tablo 7.’de ise mevduat bankalariin diger karlilik rasyolar1 ve ayn1 sekilde Tablo 8.’de

de kalkinma ve yatirim banka grubu i¢in yapilan uygulamanin sonug tablosu verilmistir.
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Tablo 7. Mevduat Bankalar1 Karlilik Tahmini Sonug Tablosu

Ham Veri Tahmin  Hatalar Goreli hatalar % Ortalama goreli
O 1Oy D=3 akHL he%

(k) A=

2014 1,3610515 1,286759 0,074293 5,458492243

2015 1,2147498 1,35488  -0,14013 11,53573146 7,164502601

2016 1,4938192 1,426608 0,067211 4,499284097

2017 1,502133

2018 1,581657

2019 1,66539

2020 1,753557

2014 12,491959 11,75547 0,736486 5,895681234

2015 11,130372 12,5022  -1,37183 12,32508424 7,63630525

2016 13,950374 13,29636 0,654015 4,688150279

2017 14,14097

2018 15,03922

2019 15,99454

2020 17,01054

2014 1,6159874 1,517106 0,098881 6,118928943

2015 1,4049753 1,592378 -0,1874 13,33848797 8,188882322

2016 1,7613765 1,671384 0,089993 5,109230058

2017 1,75431

2018 1,84135

2019 1,932709

2020 2,0286

Mevduat bankalarmin sonug tablosuna (Tablo 7.) bakildiginda gergek ile tahmin arasindaki

ortalama goreli hatalarin sirasiyla banka rasyolarina gore, %7,16, %7,63 ve %38,18 olarak bulunmustur.

Model test dogruluk skalasina bakildiginda (Tablo 5.) bulunan ortalama goéreli hatalarin A <
oldugundan dolay1 3. seviyeden gegerliligi goriilmektedir. Bundan dolay1 her bir rasyo i¢in ileriye doniik

tahmin hesaplamasi yapilmis ve ayni sekilde tahminler Tablo 7.’de verilmistir.
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Tablo 8. Kalkinma ve Yatirim Bankalar1 Karlilik Tahmini Sonug Tablosu

Ham Veri Tahmin  Hatalar Goreli hatalar %  Ortalama goreli
x9 (k) ;(0) ) e(k) =x" (k) Ak=‘8(’%.,)(k) itz 7 4

(k) A=

2014 1,990418 1,978025 0,012394 0,622668777

2015 1,836655 1,86117  -0,02451 1,334713256 0,9127164

2016 1,764998 1,751218 0,013781 0,780767134

2017 1,647762

2018 1,550417

2019 1,458824

2020 1,372641

2014 7,665695  7,526699 0,138996 1,8132166

2015 7,855729  8,102629 -0,2469 3,142920469 2,1108591

2016 8,844365 8,722627 0,121737 1,37644015

2017 9,390067

2018 10,10858

2019 10,88207

2020 11,71474

2014 2,202023 2,188586 0,013437 0,61019287

2015 2,017422  2,043648 -0,02623 1,299985426 0,8978884

2016 1,923378 1,908309 0,015069 0,783486883

2017 1,781932

2018 1,663924

2019 1,553731

2020 1,450836

Kalkinma ve yatirim bankalarinin sonug tablosuna (Tablo 8.) bakildiginda ise gergek ile tahmin
arasindaki ortalama goreli hatalarin sirasiyla banka rasyolarina goére, %0,91 %2,11 ve %0,89 olarak

bulunmustur. Model test dogruluk skalasina bakildiginda (Tablo 5.) bulunan ortalama géreli hatalarin

A <o 1. ve 2. seviyeden gegerliligi goriilmektedir. Bundan dolay1 her bir rasyo i¢in ileriye doniik

tahmin hesaplamasi yapilmis ve ayni sekilde tahminler Tablo 8.’de verilmistir.

5.SONUC VE DEGERLENDIiRME
Bankalarin temel hedefleri ve stratejileri dogrultusunda yer alan siirdiiriilebilir karlilik ve

biliylime ile mevcut baglarini giiglendirerek {ilke ekonomisi igerisinde iistlendigi 6ncii rollerini siirdiirmeyi
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amacglamaktadirlar ~ (Ziraat Bankasi1 Faaliyet Raporu, 2016, s. 34). Ayrica bankalarin; miisterileri
tarafindan en ¢ok tercih edilen ve sektoriin en karli kurulusu konumuna gelmek, temel stratejileridir
(Ziraat Bankas1 Faaliyet Raporu, 2016, s. 62).

Ayn1 zamanda bankalar etkin risk, gider ve sermaye ydnetimi ile hizmet maliyetlerinin
diistirilmesine odaklanarak ve faaliyet dongiisiinde siirdiiriilebilir karliligi ve verimliligi gozeterek
bilyiimeyi amaglamaktadirlar (Is bankas1 Faaliyet Raporu, 2016, s. 58). Bdylece bankalar karhilik analizi
yaparak da durumlarim1 degerlendirmektedirler. Yapilan degerlendirme sonucunda bankalar elde edilen
karliligin yeterli olup olmadigina ya da planlanan karliligin ne diizeyde gergeklestigini gorerek banka i¢in
bir karara varmaktadirlar. Alinan karar ve yapilan degerlendirmeye gore ileriye doniik plan belirlenerek
kisa ya da uzun vadeli stratejiler gelistirilir (Sonmez vd., 2015, s. 10). Bankalarin gelecek dénemler i¢in
gerceklesecek olan karliliklari Onceden tahmin etmeleri bu dogrultuda O6nemlidir. Bankalarin
gergeklesecek olan karliliklarini dnceden tahmin edebilmesi gelistirilen stratejinin ve banka igin alinacak
kararlarin 6nceden belirlenmesi bankanin lehine olacaktir. Herhangi bir plan ve beklenti dis1 kalan
durumun 6nceden bilinmesi bankalarin uzun vadede daha saglikli kararlar almasina katki saglayacagi
diigtiniilmektedir.

Bu ¢alismanin da amaci smirh sayida veri oldugu durumlarda gri tahmin metodunun etkinligini
test etmektir. Bu amagla fonksiyonel olarak ele alinan banka gruplarmnin karlilik tahmini elde edilmeye
caligtlmistir. Ulasilan sonuglara bakildiginda her bir banka grubu i¢in gri tahmin yonteminin sinirl veri
oldugu ortamda oldukga iyi sayilabilecek tahmin sonuglari {irettigi goriilmiistiir. Banka gruplarindan
mevduat bankalarma bakildiginda her bir karlilik rasyosu i¢in kurulan modelin giivenirlik oranlari
sirastyla; %92.8, %92.3, %91.8 oldugu goriilmiistiir. Ayn1 sekilde kalkinma ve yatirim bankalart i¢in ise
kurulan modelin giivenirlik oranlart sirastyla; %99.08, %97.8, %99.1 olarak hesaplanmistir. Calismada
kalkinma ve yatirim bankalarin mevduat bankalarina goére bulunan tahmin degerlerinin gergek degerlere
daha yakin oldugu ve bununla birlikte giivenirlik oranlar1 daha yiiksek ¢iktig1 goriilmistiir. Genel olarak
ise kurulan modelin giivenirlik oranlarinin %90’dan fazla olmasi yapilan c¢alismanin ileriye doniik
tahminleme i¢in gegerli sonuglar {iretebilecegini gostermektedir. Bu baglamda uygulamanin banka
sektorll icin 6nemli olan karlilik kavraminin ileriye doniik tahmininin yapilmasi i¢in kullanilacak bir
yontem oldugunu gostermektedir.

Sonu¢ olarak bankalarmm karliik performansi, kurumsal bagsar1 gostergesi olarak
degerlendirilmektedir. Bundan dolayi, yapilan uygulamada bankalarin, gelecek donemlerde karlilik

performansi igin 6nceden bir fikir sahibi olmalar1 yoniinde katki saglayacag: diisiiniilmektedir.
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