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OZ: Finansal sektoriin 6nemli bir parcasi olan bankalarin temel fonksiyonlarmi yerine
getirebilmek icin yeterli diizeyde sermayeye sahip olmalar1 gerekmektedir. Sermaye
kaynagindan bagimsiz olarak tiim bankalarin sermaye yeterliligi bakimmdan uymasi
gereken uluslararasi standartlar bulunmaktadir. Bu standartlarin saglanmasi, bankalarin
sermaye yeterliliklerine gore benzer ozellikler gostermesine sebep olmaktadir. Benzer
ozelliklere sahip bankalarin, kesin ayrimlarla gruplandirilmasi her zaman miimkiin
olmayabilir. Bu noktada, bankalarin farkli gruplara belirli iiyelik dereceleri ile atanmasina
imkan veren bulanik kiimeleme yontemi 6n plana c¢ikmaktadir. Bankalarin sermaye
yeterlilik oranlaria gore gruplandirilmasinin amaglandigi bu ¢alismada, klasik ve bulanik
kiimeleme yaklagimlari karsilastirilmali kullanilmistir. Calismada 46 banka, 2015 yilina ait
sermaye yeterliligi oranlarma gore, Ward, K-Ortalamalar ve Bulamk C-Ortalamalar
yontemleriyle gruplandirilmistir. Sonug olarak, her yontem igin benzer yapida ii¢ kiime elde
edilmistir. Kiime yapilar1 incelendiginde, kiimelerin sermaye kaynagi bakimindan heterojen
yapida olduklar1 gozlemlenmistir. Bununla birlikte, gruplandirma yapilirken sermaye
kaynaklar1 yerine sermaye yeterlilikleri dikkate alindigindan, elde edilen kiimelerin farkli
tiirde bankalar icermesi olagan bir sonugtur. Uyelik dereceleri incelendiginde ise, az sayida
banka diginda geriye kalanlarin genellikle bir kiime i¢in yiiksek iiyelik derecesine sahip
olduklar1 gozlenmistir. Ancak, bazi bankalarin tiim kiimeler i¢in {iyelik dereceleri birbirine
yakin bulunmustur. Dolayisiyla, bu bankalarin kiimelenme durumlarinin diger bankalara
gore daha bulanik bir yapida oldugu tespit edilmistir.

Anahtar Kelimeler: Kiimeleme Analizi, Bulanik Kiimeleme Analizi, Sermaye
Yeterliligi
ABSTRACT: Significant parts of the financial sector need to have sufficient capital to
fulfill the basic functions of the banks. Regardless of the capital source, all banks have
international standards that they must comply with in terms of capital adequacy. Provision
of these standards leads to similar characteristics according to the capital adequacy of the
banks. It may not always be possible to group banks with similar characteristics with exact
divisions. At this point, the fuzzy clustering method, which allows banks to be assigned to
different groups with specific membership grades, is at the forefront. Classical and fuzzy
clustering approaches are used comparatively in this study which aims to group banks by
capital adequacy ratios. In the study, 46 banks were grouped by Ward, K-Average and
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Fuzzy C-Average methods according to capital adequacy ratios for 2015. As a result, three
sets of similar structures were obtained for each method. When the cluster structures were
examined, it was observed that the clusters were heterogeneous in terms of capital
resources. However, since the capital adequacy is taken into consideration instead of the
capital resources while the grouping is carried out, it is a common result that the obtained
clusters contain different types of banks. When membership ratings are examined, it is
observed that the rest of the few except a few banks generally have a high membership
level for a cluster. However, the membership grades for all the clusters of some banks are
close to each other. Therefore, it is concluded that the clustering situation of these banks is

more blurred than the other banks.

Key Words: Clustering Analysis, Fuzzy Clustering Analysis, Capital Adequacy
1. GIRIS

Bilgi ve teknoloji alaninda yasanan hizli geligsmeler, iilkeler ve kurumlar
arasindaki etkilesimi hizlandirarak diinya ekonomisi i¢in daha etkin bir rekabet
ortami ortaya c¢ikarmistir. Kiiresellesen ve gelisen rekabet ortami,  ilke
ekonomilerinin temel yapi taslarindan olan bankalar iizerinde de etkili olmaktadir.
Bankalarin aktif ve verimli bir ¢alisma sistemine geg¢meleri, bu ortama adapte
olabilmeleri i¢in 6nem arz etmektedir. Bu adaptasyon bankalar iizerinden
ekonomik birimlere de olumlu bir sekilde yansimaktadir (Gogmen Yagcilar,
2011: 1).

Tiirk bankacilik sektorii, serbest piyasa ekonomisine ge¢is donemi olan 24
Ocak 1980 sonrasi, ortaya ¢ikan makroekonomik gelismelerden etkilenmistir.
Piyasadaki degisikliklerin etkisiyle disa agilmada 6nemli gelismeler kaydedilmistir.
1980-1990 yillann arasinda bankacilik sektoriinde; faiz oranlanyla ilgili
serbestlesme, sektordeki uluslararast piyasalardan fon temini, yabanci para
cinsinden islem yapilmasina olanak saglamak gibi ¢esitli diizenlemeler yapilmistir.
Ancak 1990’11 yillarda ortaya ¢ikan yiiksek enflasyon ve ekonomik istikrarin
stirdiiriilememesi, finans sektoriinii olumsuz etkilemistir. Finans sektOriinde
yasanan kriz bankacilik sektoriine yansiyarak, ekonomik islemlerde daralmalar,
yiiksek reel faiz oranlari ile kredilerin geri 6denememesi gibi durumlar ortaya
cikarmistir (Altag, 2006, s. 5). Daha sonraki siirecte meydana gelen ulusal ve
uluslararast krizler, bankacilik sektoriinii etkilemis olsa da, o donem uygulanan
politikalar ile sektdr hizla toparlanma siirecine girmistir. Bankacilik sektoriindeki
bu toparlanma, yabanci bankalarin ulusal piyasaya gosterdikleri ilginin artmasini
saglamistir. (Akgiil & Baskir, 2013: 50).

Finansal sektoriin 6nemli bir parcasi olan bankalarin belli bir diizeyde
sermayeye sahip olmalari, faaliyetlerini devam ettirebilmeleri ve beklenmedik
durumlarda olusabilecek zararlari karsilayabilmeleri igin gereklidir. Bankalarin
yeterli sermaye miktarina sahip olmadan, mevduat toplama ve borglanabilme gibi
temel faaliyetlerini yerine getirmeleri miimkiin degildir. Giiglii bir sermayenin
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varligi, saglam bir finansal yapinin temelini olusturmaktadir (Bilbiil, 2001: 12).
Bankacilik sektoriindeki riskli durumlara karsi ayrilmasi gereken sermaye payiyla
alakali Uluslararas1 Katilim Bankasi’nin yaptigi calismalar sonucunda BASEL
sermaye Veterliligi standardi olusturulmustur. BASEL 1I standardina gore
operasyonel riskin hesaba katilmasi gerekmektedir. Tiirkiye’de bankalar igin
sermaye yeterliligi oranin1 belirleme yetkisi Bankacilik Denetleme ve Diizenleme
Kurumu (BDDK)’nda olup, %8 olarak belirlenmistir (Ozden, 2009: 44). Ayrica
BASEL II*nin 6zellikle son finansal krizde belirlenen eksikliklerini tamamlamak
amaciyla ek bir ¢alisma olarak BASEL III diizenlemeleri olusturulmustur.

Bu calismanin amaci, sermaye yeterliligi oranlar1 kullanilarak bankalarin
alternatif kiimeleme yontemleri ile gruplandirilmasidir. Bu amacla, Tirkiye’deki
bankalar 2015 yilina ait veriler ile analiz edilmistir. Klasik ve Bulanik Kiimeleme
Yontemlerinin kullanildig1 c¢aligmada, ilgili yontemlerden elde edilen sonuglar
karsilastirmali olarak incelenerek, elde edilen kiimelerin benzerlikleri ve
farkliliklart ortaya konulmustur.

2. LITERATUR TARAMASI

Kiimeleme Analizi, sosyal bilimler alaninda ¢esitli konularda uygulanmis bir
yontemdir. Ayrica isletmelerin finansal oranlar yardimiyla gruplandirildiglr ve
bankacilik sektoriiniin yer aldig1 pek ¢ok kiimeleme analizi uygulamasi mevcuttur.
Bu caligmada, yapilan uygulamanin kapsami dikkate alinarak literatiirde yalnizca
kiimeleme ve bulanik kiimeleme yontemlerinin, bankacilik sektorii ve igletmelerin
finansal gostergelerine uygulandigi caligsmalara yer verilecektir.

Alam vd. (2000), potansiyel olarak basarisiz olan bankalar1 siniflandirmak
icin bulanik kiimeleme ve yapay sinir aglar1 yaklasimi kullanilmigtir. Bankalarin
1992 yilina ait finansal oranlarindan kar-zarar oranlar1 baz alinarak yapilmis olan
analizlerin sonucunda her iki yonteminde siniflandirma konusunda basarili
sonuglar verdigini belirtmiglerdir.

Tunay ve Silpar (2006) ¢aligsmalarinda, Tiirk Ticari Bankacilik sektdriinde
karlilik iizerine performans analizi yapmay1 amacglamislardir. Sektorde yer alan
bankalar kiimeleme analizi ile incelenmis ve sonucunda ikili (biiyiikk ve kiiciik
olarak) ve tclii (biiyiik, orta ve kiiclik olarak) gruplar elde edilmistir. Daha sonra
elde edilen gruplara aktif karlilik, 6zkaynak karliligi ve net faiz marji bagiml
degisken olarak alinip, gesitli performans rasyolar iizerinden regresyon analizi
uygulanmustir.

Boyacioglu ve Kara (2007) calismalarinda, 18 bankanin 2001-2005 yillar
arasindaki finansal giic derecelerini yapay sinir aglari, diskriminant analizi,
kiimeleme analizi ve lojistik regresyon analizi ile incelemislerdir. Daha sonra
uygulanan tekniklerin siniflandirma ve tahmin performanslar1 karsilastirilmstir.
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Ancak modelin gegerliligi test edildiginde kullanilan tekniklerin tahmin
performanslar1 bakimindan anlamli bir farka sahip olmadigi goriilmiistiir.

Arnaboldi ve Claey (2008), internet bankaciligindaki klasik sube
bankaciliginin internet lizerinden kullanimini saglayan bankalar ile sadece internet
bankasi olarak islem yapan bankalar arasinda farkliliklar1 ve teknojik ilerlemelerin
bankacilik sistemindeki etkilerini incelemislerdir. iki farkli internet bankacilig:
sisteminin Avrupa iilkeleri arasindaki performanslar1 karsilastirmak icin bulanik
kiimeleme yaklasimlarini kullanmislardir.

Kegek ve Cinser (2008) cgalismalarinda, Tiirk ticaret bankalarin1 2005 yilt
mali oranlarmn1 kullanarak kiimeleme analizi ve diskriminant analizi ile
performanslar1 bakimindan siniflandirmislardir. Daha sonra elde edilen gruplarda
hangi mali oranin daha c¢ok Oneme sahip oldugunun degerlendirmesini
yapmuglardir.

Cai vd. (2012) calismalarinda, finansal verilerden olusan farkli veri setlerini
analiz etmek icin farkli kiimeleme algoritmalar1 kullanmislardir. Mali degiskenlerle
kiimelerin yapilarini degerlendirerek, yontemlerin avantaj ve dezavantajlarini tespit
etmislerdir.

Gokgoz vd. (2013), Tirk mevduat ve katilim bankalarmi 2012 yili Mart,
Haziran ve Eyliil aylarina ait finansal saglamlik gostergeleri bakimindan bulanik
kiimeleme analizi ile siniflandirmayr amaglamislardir. Caligmanin sonucunda,
katilm bankalarinin birlikte kiimelendigi goriilmiis, finansal biiyiikliiklerin
gruplamada 6nemli bir etkiye sahip olmadigi gdzlenmistir.

Aydin ve Bagkir (2013), Tiirkiye’de faaliyet gosteren bankalar1 2012 yili
sermaye yeterlilik oranlarina gore siniflandirmayr amaglamislardir. Bu amagla
benzer gruplarin olusturulmasinda, kiimeleme analizi ve ¢ok boyutlu dlgekleme
yontemini kullanmiglardir. Sonucunda, iki analizinde gruplandirma bakimindan
benzer sonuglar gosterdigi gorilmiistiir.

Akgiil ve Baskir (2013) calismalarinda, bankalarin 2008-2012 yillan
arasinda aktif biiylkliiklerine gore benzerliklerini ve farkliliklarini incelemislerdir.
Bu amagcla, Ward teknigi ve PAM algoritmasi kullanilarak kiimeleme analizi
sonuglart karsilastirilmistir. Caligmanin sonucunda ilgili yillar arasinda aktif
biiyiikliikler bakimindan banka gruplarinda onemli degisimler olmadig
gozlenmistir.

Yilmaz ve Uzgoren (2013), Tiirkiye’deki illeri mevduat ve kredi oranlar
gibi temel gostergeleri baz alarak bankacilik performanslarina gore kiimeleme
analiziyle gruplandirmiglardir.

Sarigiil (2014), Diinya Bankasi’nin 6nerdigi bankacilik hizmetlerine erisim
ve kullanim gostergelerini kullanarak kiimeleme analizi ile Tiirkiye’deki 81 ili
siniflandirmistir. Calismanin sonucunda elde edilen homojen gruplarin, illerin
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demografik ve cografi oOzelliklerine gore kullanilan gostergeler bakimindan
birbirinden farklilastigi net bir bigimde gozlenmistir.

Sagc1 ve Sayilgan (2014) calismalarinda, Tiirkiye’de faaliyet gosteren
bankalar1 mali gostergeler yardimiyla, sistemik 6nem dereceleri degerlendirilerek,
kiimeleme analiziyle siniflandirmiglardir.

Art vd. (2016) calismalarinda, Borsa Istanbul’da islem goren 90 firmanin
2013 yili finansal performanslarini incelemiglerdir. Finansal performanslarin
incelenmesinde finansal oranlar dikkate alinarak iki asamali kiimeleme analizi
yapilmistir.

Giines ve Incekirik (2016) calismalarinda, 2012 yilinda Ege Bolgesindeki
Kiiciik ve Orta Olgekli Isletmeleri Gelistirme ve Destekleme idaresi Baskanlig
kapsamindaki sirketleri, KOSGEB tarafindan belirlenen Olgiitler yardimiyla
bulanik kiimeleme analiziyle siniflandirmislardir.

Emir vd. (2016), banka etkinliginde kullanilan girdi ¢ikt1 gostergeleri ile
Tiirkiye’de faaliyet gosteren mevduat bankalarini kiimelemek i¢in bulanik c-
ortalamalar algoritmasini kullanmiglardr.

3. METODOLOJi

Kiimeleme analizi, uzaklik ve benzerlik 6l¢iileri kullanilarak, birimleri ya da
degiskenleri kiime i¢i benzerligi maksimum yani homojen, kiimeler arasi benzerligi
minimum yani heterojen olacak sekilde gruplandirmayi amaglamaktadir. Bu analiz,
birimlerin atanacaklari kiime sayisinin bilinip bilinmemesine gore temel olarak
hiyerarsik ve hiyerarsik olmayan yontemler olarak ikiye ayrilmaktadir.

Hiyerarsik kiimeleme yontemleri, kiime sayisinin bilinmedigi durumlarda
kullanilmaktadir. Gozlemleri ya da degiskenleri kiimelerken uzaklik ve benzerlik
Olciilerini dikkate almalarinin yani sira kiimelenme yapisinin daha kolay
anlagilabilmesi i¢in dendogram  (aga¢ diyagrami) olarak bilinen grafikleri
kullanmaktadirlar (Alpar, 2011: 314). Bu yontem, kiimelerin elde edilmesinde hizli
bir yontem olmasina karsin biiylik drneklemlerin oldugu ya da ¢ok fazla degisken
iceren verilerde kolaylik saglamamaktadir (Hair vd., 2014: 445). Hiyerarsik
kiimeleme yoOntemleri arasinda en ¢ok kullanilant Ward yontemidir. Bu yontem,
minimum varyans yontemi olarak da adlandirilmaktadir. Ward yontemi; diger
yontemlerden farkli olarak kiimeler arasi uzaklik baglantilarii dikkate almak
yerine, kiimeler i¢i kare toplamlariyla ilgilenmektedir. Ward yonteminin amaci,
elde edilen kare toplamlarini kullanarak kiimeler i¢i homojenligi maksimum
yapmaktir (Sharma, 1996: 193). Bu yontemde ilk olarak, her bir kiimenin iginde
tek gozlem biriminin bulundugu ntane kiime ile baglanir. Her gdzlemin bir
kiimede olmasindan dolay1 yontemin ilk adiminda kareler toplamu sifir olmaktadir
(Chatfield ve Collins, 1980: 224). Kiimeler birlestirilirken bilgi kaybinin minimum
olmasi gerekmektedir. Bu sebeple, hata kareler toplammda minimum artist
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saglayan iki kiime birlestirilmektedir (Johnson & W.ichern, 1998, s. 751).

Yontemin her adiminda n(n — 1) /2 ¢ift kiime elde edilmekte ve birlestirme islemi
tiim kiimeler birlestirilinceye kadar devam etmektedir (Timm, 2002: 529).

Hiyerarsik olmayan kiimeleme teknikleri, degiskenlerden c¢ok, go6zlem
birimlerini gruplandirmak amaciyla kullanilmaktadir. Kiime sayis1 (k) onceden
bilinmekte ya da kiimeleme siirecinin bir pargasi olarak saptanabilmektedir.
Hiyerarsik olmayan yontemlerde, uzaklik ve benzerlik 6l¢iileri kullanilmadigindan
hiyerarsik kiimeleme yontemlerine gore daha hizli sonug vermektedir (Johnson &
Wichern, 1998: 754). Bu yontemler, ¢ok biiyiik veri setlerinde uygulanmasi ve
aykir1 degerlere karsi daha az duyarli olmasi bakimindan gesitli avantajlara sahiptir
(Alpar, 2011: 333). Hiyerarsik olmayan yontemler i¢inde en yaygin olarak
kullanilan1 MacQueen tarafindan 1967 yilinda literatiire kazandirilan k-ortalamalar
yontemidir (Kaufman & Rousseeuw, 1990: 113). Ancak baslangi¢ noktalarina
kars1 duyarli oldugundan uygun baslangi¢ noktalarinin se¢imi 6nem arz etmektedir
(Lattin, Carroll, & Green, 2003: 288). K-ortalamalar yontemi, ¢ok sayida gozlem
biriminden elde edilmis siirekli degiskenlerden olusan veri setini, kiime igi kareler
toplamin1 minimum yapacak sekilde k kiimeye ayirmayr amaglamaktadir. Kiime
sayisi ile ilgili 6nsel bir bilgi yoksa, uygun kiime sayisin1 deneysel olarak dnceden
belirlemek miimkiindiir. Kiime say1si;

e Hiyerarsik kiimeleme yontemlerinden elde edilen dendogramlar
kullanilarak,
e Olasilikl olarak baslangi¢ noktalariin tesadiifi se¢imi ile,
e Kiime sayisim1 birer birer artirarak en yiiksek Onemlilige sahip Wilk’s
Lambda degerinin elde edildigi kiime sayisini alarak
belirlenebilir (Ozdamar, 2013: 298).

Ward teknigi ve k-ortalamalar klasik kiimeleme yontemlerinden olmakla
birlikte, bu yontemlerde her bir birim kesin olarak bir kiimeye atanmak zorundadir.
Bu homojen kiimeler i¢cinde yer alan birimler 0 ve 1 {iyelik dereceleri ile gruplarda
yer aldiklarindan, olusan kiimeler birbirlerinden kesin olarak ayrilmaktadir. Ancak
bdyle keskin ayrimlar yapmak hatali sonuglara sebep olabilir. Ciinkii veri setinde,
homojen olan kiimelerin her birine esit mesafede olan gbzlem birimleri mevcut
olabilir (Doring, Lesot, & Kruse, 2006: 192). Bu noktada, birimlerin hangi
kiimeye atanacaklar1 kesin olarak bilinememekte ve kiimelere ait olma olasiliklari
onem kazanmaktadir.
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Tablo 1: K-ortalamalar Algoritmast ile C-ortalamalar Algoritmasinin

Isleyisi
K-ortalamalar C-ortalamalar
Adiml: Kiime merkezleri belirlenir. Adim 1 : ¢ kiime sayisi, m bulaniklagtirma

Tesadiifi olarak secilen k birim, ilk
adimda kiime merkezlerini ya da
kiimelerin orta noktalarint  temsil
etmektedir. Birlestirme iglemi en yakin
orta  noktalarmin  birlesimi  ile
baglamaktadir.

Adim 2: Her atamadan sonra her kiime
icin yeni kiime merkezleri hesaplanir.

Adim 3: Her gozlemin kiime
merkezlerine  gore  hata  kareler
toplamlar1 hesaplanir. C(i), kiimenin i.
gozlem birimini gostermek {izere hata
kareler toplami;

n
SSE =) [l — %o |

i=1
olarak ifade edilmektedir. Burada SSE
kiime ig¢i uzakliklar1 gosterdiginden
miimkiin oldugunca minimum olmasi
istenmektedir.
Adim 4: Her i gozlemi merkeze en
yakin olan kiimeye yeniden atanarak
algoritma calistirilir. Kiime elemanlari
arasinda  herhangi bir  degisiklik
olmayinca iglem durdurulur. Aksi halde
Adim 2’ye doniiliir (Lattin, Carroll, &
Green, 2003, s. 288).

indeksi, i iterasyon katsayisi, € > 0 durdurma
kriteri olmak {izere baslica baslangic degerleri
belirlenir. u;;’lerden olusan U iiyelik matrisine
tesadiifi baslangig¢ degerleri atanr.

T ultx
Adm 2 : v; =211

n
Zj=1uij

kullanilarak kiime

merkezleri bulunur.

Adim 3 : ||x; — vy||* = dy ile birimlerin kiime
merkezleri ile arasindaki Oklid uzakliklari
hesaplanir.

) formiili

2
.l /m-1)
Adim 4 : uy; = (Z}?zlw

2
v 7m0

ile yeni tiyelik dereceleri hesaplanir.

Adim 5 : Yeni iyelik derecesi ile eski iiyelik

derecesi karsilastirilir. ||v,-,t - vi,t_1||2 <€ ise
iterasyon durdurulur. Aksi takdirde Adim 2’ye
doniilerek durdurma kurali gergeklesinceye
kadar iglemler tekrar edilir (Abonyi & Feil,
2007, s. 21; Tiirksen, 2005, s. 129).

Bulamik kiimeleme tekniginin temeli, 1966 yilinda R. Bellman, R. Kalaba
ve L. A. Zadeh tarafindan ortaya konan bulanik kiime teorisinin kiimeleme
analizinde kullanilabilecegi fikrine dayanmaktadir. Bdylece hangi kiimede oldugu
kesin olarak bilinmeyen birimlerin siniflandirilmasinda kullanilan bir yontem elde
edilmistir. Klasik kiimelemedeki kesin ayrimlar burada yerini iiyelik derecelerine
gore kiimelere atanmaya birakmustir. Bu teknikte birimler sadece bir kiimeye ait
olmayip birden fazla kiimeye ait olabilmektedirler. Birimlerin iiyelik dereceleri O
ile 1 degerleri arasinda olup, bir birimin tiim kiimeler i¢in iiyelik dereceleri toplam1
I’dir. Ayrica klasik kiimeleme analizinde yapilan kesin ayrim sebebiyle birimler
ya da kiimeler arasindaki muhtemel iliskilerin fark edilememesi sorunu, bulanik
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kiimeleme yontemiyle azaltilarak daha detayli bilgiye ulasmak miimkiin

olabilmektedir (Mansoori, 2011, s. 961). Bulanik kiimelemede, birimlerin kiimelere

hangi {iyelik derecesi ile atandigini belirlemek temel amactir. K-ortalamalar ile c-
ortalamalar yontemlerinin adimlar1 Tablo 1°de yer almaktadir.

Bulaniklagtirma katsayisinin se¢imi olduk¢a oOnemlidir. Bulaniklastirma
katsayist m =1 alinirsa bulanik c-ortalamalar (BCO) algoritmasi, klasik k-
ortalamalar algoritmasinin genellestirilmis hali olmakta ve iiyelik dereceleri sadece
0 ve 1 degerini almaktadir. Bu noktada BCO algoritmasi en kii¢lik degere atama
yapacagindan, kiime merkezleri bulunurken payday1 sifir yapar ve BCO
algoritmasinin isleyisinde probleme sebep olur. Bu nedenle BCO algoritmasinda
m =1 secilmemelidir (Hoppner vd., 1999, s. 38). m degerinin ¢ok biiyiik
secilmesi durumunda gdzlemlerin iiyelik dereceleri l/c olacagindan ¢ok
kiigiilecek ve bulaniklik artacaktir. Uygulamada genellikle m = 2 alinmaktadir
(Babuska, 2001, s. 65).

4. VERI SETi VE DEGiISKENLER

Bu caligmada, 2015 yili verilerine gore 46 bankanin sermaye yeterliligi
oranlari i¢in klasik ve bulanik kiimeleme analizleri yapilmistir. Caligmada, Tiirkiye
Bankalar Birligi (TBB) tarafindan sermaye yeterliliginin 6l¢iilmesinde kullanilan
oranlardan faydalanilmigtir. Kullanilan oranlara iligskin agiklamalara asagida yer
verilmistir (Aydin & Baskir, 2013: 33; Ozden, 2009: 45).

V1- Ozkaynaklar / (Kredi Riski + Piyasa Riski + Operasyonel Riske
Esas Tutar): Bu oran, sermaye yeterliliginin en temel orani olup, bankalarin
faaliyetleri esnasinda kredi, piyasa ve operasyonel risklerin neden olabilecegi
kayiplarin, bankanin kendi 6zkaynaklari1 tarafindan karsilanabilme giiciinii ifade
eder. Ozkaynaklarin yeterince gii¢lii bir yapiya sahip olmasi, dzellikle kriz ve
bunalim donemlerinde 6nemlidir.

V2- Ozkaynaklar / Toplam Aktifler: Bankanin kaynaklarmin yiizde
kaginin bankanin sahip ya da sahipleri tarafindan saglandigin1 gésteren bir orandir.
Bu oran, isletmelerin mali giiclinii gostermekte olup, yiiksek olmasi tercih
edilmektedir.

V3- (Ozkaynaklar — Duran Aktifler) / Toplam Aktifler: Bu oran,
bankanin serbest 6zkaynaklarinin aktiflerini karsilama giiciinii gostermektedir.

V4- Ozkaynaklar / (Mevduat + Mevduat Disi Kaynaklar): Bu oran,
bankanin 6zkaynak ve yabanci kaynak dengesini gostermektedir.

V5- Bilanco ici Doviz Pozisyonu / Ozkaynaklar: Bu oran, bankalarin déviz
pozisyonu agiklarini gosteren ve kur risklerini belirlemek igin kullanilan bir
orandir.

V6- Net Bilanco Pozisyonu / Ozkaynaklar: Bu oran, bankanin déviz
cinsinden varliklar1 ile kaynaklar1 arasindaki farkin ne kadarlik bir kisminin
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Ozkaynaklar tarafindan karsilandigimin gostergesidir. Oranin yiiksek olmasi
bankanin agik pozisyon riski tagidiginin bir isaretidir.

TBB tarafindan agiklanan oranlar arasinda (Net Bilangco Pozisyonu + Net
Nazim Hesap Pozisyonu) / Ozkaynaklar oran1 da bulunmakla birlikte, bu oranin
bankalar arasinda biiyiik bir degisim gdstermedigi ve bankalar iizerinde ayirici bir
etkiye sahip olmadigi tespit edilmis olup, analizlere dahil edilmemistir. Yapilan
analizlerde SPSS 22 ve NCSS 11 paket programlarindan yararlanilmistir.

5. BULGULAR

Calismada yer alan degiskenlerin tanim araliklari birbirinden farkli
oldugundan, standartlagtirma iglemi yapilmistir. Standartlastirma isleminden sonra
ilk olarak Ward Yontemi ile siiflandirma iglemi yapilmistir. Yontemden elde
edilen sonuglar Tablo 2’te yer almaktadir.

Birinci kiimede yer alan bankalar incelendiginde, 6zel sermayeli mevduat
bankasi olan Sekerbank ve Tiirk Ekonomi Bankasi ile 6zel sermayeli yatirim
bankalar1 arasinda yer alan Aktif Yatirim Bankasi ve GSD Yatirim Bankasi harig,
Tirkiye’de kurulmus yabanci sermayeli bankalarin  yogunlukta oldugu
goriilmektedir. Ikinci kiimede kalkinma ve yatirim bankalar1 bulunmakla birlikte,
agirlikli olarak mevduat bankalarinin yer aldig1 gozlenmektedir. Ancak bu kiimede
yer alan mevduat bankalarinin sermaye kaynagi bakimindan heterojen bir yapiya
sahip oldugu sdylenebilir. Kamusal sermayeli mevduat bankalarinin tamami
(Tirkiye Cumhuriyeti Ziraat Bankas1 A.S., Tiirkiye Halk Bankasi A.S., Tiirkiye
Vakiflar Bankas1 T.A.O.) ve 6zel sermayeli mevduat bankalarinin ¢ogu (Adabank
A.S. ve Tirk Ekonomi Bankasi A.S. hari¢) bu kiimede yer almaktadir. Ayrica
Tiirkiye’de kurulan (Arap Tiirk Bankas1 A.S., Deutsche Bank A.S., Turkland Bank
A.S., Tirkiye Garanti Bankasi A.S.) ve Tirkiye’de subesi bulunan (Intesa
Sanpaolo S.p.A., Société Générale) yabanci sermayeli mevduat bankalarindan
bazilarinin da bu kiimeye dahil oldugu goriilmektedir.
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Tablo 2: Ward Yontemi Ile Kiimeleme Sonuclar
Kiime 1 Kiime 2 Kiime 3
Denizbank Tiirkiye Cumhuriyeti Ziraat Bankasi, Adabank
Odea Bank , Tiirkiye Halk Bankasi, Tirkiye Vakiflar  Rabobank
Alternatifbank. Bankast, Akbank, Anadolubank, Bank Mella
Burgan Bank, Fibabanka, Turkish Bank, Tiirkive Is Habib Bank Limited
Citibank Bankasi, Yap: ve Kredi Bankasi, Birlesik  JPMorgan Chase
Finans Bank, Fon Bankasi, Arap Tiirk Bankasi, Bank
ING Bank Deutsche Bank , Turkland Bank The Royal Bank of
HSBC Bank, Tiirkive  Garanti Bankasi , Intesa Scotland
Bank of Tokyo- Sanpaolo Iller Bankasi
Mitsubishi UFJ Société Générale Diler Yatirim
Turkey, Bankasi
ICBC Turkey Bank  Tiirk Eximbank, Tiirkiye Kalkinma Pasha Yatirim
Sekerbank Bankasi, Istanbul Takas ve Saklama Bankasi
Tiirk Ekonomi Bankasi, Nurol Yatirim Bankasi, Tiirkiye Merrill Lynch
Bankasi Sinai Kalkinma Bankasi , BankPozitif Yatirrm Bank
Aktif Yatinm Kredi ve Kalkinma Bankasi
Bankasi
GSD Yatirim
Bankasi

Uciincii kiime incelendiginde, 6zel sermayeli mevduat bankalarindan sadece
Adabank’in digerlerinden ayrilarak bu kiimede yer aldigi gozlenmektedir. Benzer
sekilde, Tiirkiye’de kurulan yabanci sermayeli bankalardan sadece Rabobank’in
digerlerinden farkli olarak bu kiimeye dahil oldugu gériilmektedir. Ugiincii kiime
genel olarak Tiirkiye’de subesi olan yabanci sermayeli bankalar (Bank Mellat,
Habib Bank Limited, JPMorgan Chase Bank N.A., The Royal Bank of Scotland
Plc) ile kalkinma ve yatirim bankalarindan bir kismim (fller Bankas1 A.S., Diler
Yatirim Bankast A.S., Pasha Yatirnm Bankasi A.S., Merrill Lynch Yatirim Bank
A.S) icermektedir. Sermaye kaynagi yapisi incelendiginde ti¢iincii kiimenin genel
olarak yabanci sermayeli bankalari igerdigi s6ylenebilir.

Ikinci olarak k-ortalamalar yontemi uygulanmistir. Kiimeleme islemi
yapilirken Ward yontemi ile elde edilen kiime sayis1 6nsel bilgi olarak kullanilmig
ve 3 kiime i¢in sonuglara yer verilmistir. Sonuglar incelendiginde, sonuglarin Ward
Yontemi ile benzer dogrultuda ¢iktigi gézlenmistir. Kiimeler arasinda ortaya ¢ikan
tek farkliligin, Habib Bank Limited’dan kaynaklandigi goriilmektedir. Ward
yonteminde; Habib Bank Limited yabanci sermaye yapisinin 6ne ¢iktig1 bankalarla
ayni kiimede yer alirken, k-ortalamalar yonteminde daha ¢ok mevduat bankalarinin
bulundugu kiimede yer aldig1 gozlenmektedir. 6 degisken igin her bir kiimelerdeki
kiime ortalamalar1 Tablo 3’te yer almaktadir.
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Tablo 3: Kiime Merkezleri

Kiime Merkezleri

1 2 3
V1 1,59673 -0,46617 -0,34105
V2 1,90044 -0,56323 -0,40082
V3 1,88852 -0,57163 -0,39104
V4 1,68318 -0,44117 -0,39010
V5 -0,87769 1,26911 -0,42906
V6 0,75066 -1,19992 0,43665

Tablo 3 incelendiginde; sermaye yeterliliginin temel degiskeni olan
Ozkaynaklar / (Kredi + Piyasa + Operasyonel Riski I¢in Gerekli Sermaye
Yikiimliliigli) degiskeni i¢in yiiksek degerlere sahip olan bankalarin birinci
kiimede, en diisiikk degerlere sahip olan bankalarin ise ikinci kiimede yer aldig
goriilmektedir. Birinci kiimede yer alan bankalarin, olasi kayiplar karsisinda kendi
Ozkaynaklar1 tarafindan kargilanabilme giicliniin diger kiimelerde yer alan
bankalara gore daha yiiksek oldugu soOylenebilir. Bir bankanin mali giiciinii
gosteren Ozkaynaklar / Toplam Aktifler degiskeni, serbest olan dzkaynaklarin
aktifleri karsilama giiciinii gosteren (Ozkaynaklar-Duran Aktifler) / Toplam
Aktifler degiskeni ile 6zkaynak ve yabanci kaynak dengesini gosteren Ozkaynaklar
/ (Mevduat + Mevduat Dis1 Kaynaklar) degiskeni i¢in de benzer sekilde yiiksek
degerlere sahip olan bankalarin birinci kiimede yer aldig1 gézlenmektedir. Bilango
i¢i Doviz Pozisyonu / Ozkaynaklar degiskeni igin yiiksek degere sahip ve Net
Bilango Pozisyonu / Ozkaynaklar degiskenleri icin ise diisiik degere sahip olan
bankalarin ikinci kiimede yer aldigi goriilmektedir. Kiime ortalamalarinin
birbirlerine gore uzakliklart Tablo 4’da verilmistir.

Tablo 4: Kiime Merkezleri Arasindaki Uzakliklar

Kiimeler 1 2 3
1 - 5,413 4,341
2 5,413 - 2,375
3 4,341 2,375 }

Tablo 6’da verilen kiime merkezlerinin uzakliklari incelendiginde, ikinci
kiime ile iigiincii kiimenin birbirine daha yakin oldugu, birinci kiime ile ikinci
kiimenin ise birbirinden uzak oldugu gortilmektedir.

Kiimeler arasindaki farkliliklar1 degiskenler bazinda incelemek amaciyla tek
yonlii ANOVA testleri uygulanmistir. Tek yonliit ANOVA testleri yapilmadan 6nce
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her bir degiskene iliskin homojenlik varsayiminin saglanip saglanmadigi Levene
Testi ile incelenmistir. Levene Testi sonuglarina gore, Ozkaynaklar / (Kredi +
Piyasa + Operasyonel Riski I¢in Gerekli Sermaye Yiikiimliiliigii), Ozkaynaklar /
(Mevduat + Mevduat Dis1 Kaynaklar) ve Net Bilangco Pozisyonu / Ozkaynaklar
degiskenlerinin homojenlik varsayimini saglamadigi goriilmektedir. Bu {i¢
degisken disinda kalan degiskenler ise homojenlik varsayimini saglamaktadir.
Homojenlik varsayimimi saglayan degiskenler icin tek yonlii ANOVA,
saglamayan degiskenler i¢in Welch Tesi sonuglarina bakilmis ve elde edilen
kiimelere iligkin ortalamalar arasinda farkliliklar oldugu goriilmiistiir. Bu farkliligin
hangi kiime ya da kiimelerden kaynaklandigini belirlemek amaciyla Post-Hoc
testleri uygulanmistir. Homojenlik varsayimi saglanan degiskenler i¢in Bonferonni,
homojenlik varsayimi saglanmayan degiskenler icin ise Dunnet T3 testleri
kullanilmistir.  Sonuglar incelendiginde, Ozkaynaklar / (Kredi + Piyasa +
Operasyonel Riski Icin Gerekli Sermaye Yiikiimliiliigii) degiskeni, Ozkaynaklar /
Toplam Aktifler degiskeni, (Ozkaynaklar-Duran Aktifler) / Toplam Aktifler
degiskeni, Ozkaynaklar / (Mevduat + Mevduat Dis1 Kaynaklar) degiskeni icin
farkliligin birinci kiimeden kaynaklandigi goriilmektedir. Bilango i¢i Doviz
Pozisyonu / Ozkaynaklar degiskeni ile Net Bilango Pozisyonu / Ozkaynaklar
degiskenleri i¢in ise farkliligin ikinci kiimeden kaynakli oldugu gozlenmektedir.
Sermaye kaynagi yapist bakimindan genel olarak yabanci sermayeli bankalarin
bulundugu birinci kiimenin diger kiimelerden yiiksek deger icererek farklilastigi
goriilmekte ve bununla birlikte bu kiimenin sermaye yeterliligi bakimindan daha
giiclii bir yapiya sahip oldugu sdylenebilmektedir.
Son olarak bulanik c-ortalamalar yontemi ile bankalar siniflandirilmustir.
Bu adimda, bankalarin benzerliklerine gore ka¢ kiimeye ayrilacagina gegerlilik
indeksleri yardimiyla karar verilmistir. Bulaniklastirma indeksi m = 2 olarak
alimmugtir. Uygun kiime sayisinin belirlenmesine iliskin gegerlilik indeksleri Tablo
5’de yer almaktadir.
Tablo 5: Uygun Kiime Sayisinin Belirlenmesi

Kiime  Ortalama Ortalama F(U) Fc(U) D(V) Dc(V)
Sayist Uzaklik Golge
2 12.618017  0.602334 0.6394 0.2788 0.1441 0.2881
3 7.718245 0.523449 0.5556 0.3333 0.1604 0.2407
4 5.796364 0.295585 0.3911 0.1881 0.3728 0.4971
5 4.679074 0.258745 0.3137 0.1422 0.4804 0.6005

Bulanik c-ortalamalar yonteminde tek bir gecerlilik indeksine bakmak
yerine birden fazla gegerlilik indeksine bakilmaktadir. Indeks sonugclari
incelendiginde sirastyla, Bélinme Katsayist (F(U)), Bulaniksizlik Indeksi
(Standartlastirilmis Bolinme Katsayisi, Fy(U)), Kaufman Katsayis1t (D(U)),
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Standartlastirtlmis Kaufman Katsayist (D(U)) yer almaktadir. Burada, F.(U)
degerinin maksimum D(U) degerinin minimum oldugu deger ile uygun kiime
sayist belirlenmektedir (Giray, Yorulmaz, & Ergiit, 2016: 8). F(U) degerinin
maksimum D¢(U) degerinin minimum oldugu degeri veren kiime sayist 3’tiir.
Ayrica kiime sayisinin 3 oldugu durumda, ortalama golge istatistigi degerinin
0,50’nin tizerinde oldugu goriilmektedir. Kiime yapilari incelendiginde, elde edilen
kiime yapilarinin Ward yontemi ile ayni dogrultuda ¢iktigi gozlenmektedir. k-
ortalamalar yontemi ile karsilastirildiginda ise, kiimeler arasinda ortaya ¢ikan tek
farkliligin mevduat bankalar1 arasinda Tiirkiye’de subesi bulunan yabanci
sermayeli bir banka olan Habib Bank Limited’dan kaynaklandigi goriilmektedir.

Tablo 6: Bankalarin Kiime Uyelikleri ve Atanma Olasiliklar

Bankalar Kiimeler  Olasihk Olasiik Olasihk
(1) ) (3)

T.C. Ziraat Bankasi 1 0.8043 0.1256 0.0701
Tiirkiye Halk Bankasi 1 0.8177 0.1199 0.0624
Tiirkiye Vakiflar Bankasi 1 0.8052 0.1276 0.0672
Akbank 1 0.7569 0.1760 0.0671
Anadolubank 1 0.6813 0.2407 0.0781
Fibabanka 1 0.7947 0.1459 0.0595
Turkish Bank 1 0.8158 0.1181 0.0661
Tiirkiye Is Bankast 1 0.5498 0.3571 0.0931
Yap1 ve Kredi Bankasi 1 0.6487 0.2700 0.0813
Birlesik Fon Bankasi 1 0.5435 0.2338 0.2227
Arap Tiirk Bankasi 1 0.8542 0.0951 0.0507
Deutsche Bank 1 0.7931 0.1288 0.0780
Turkland Bank 1 0.7482 0.1735 0.0783
Tiirkiye Garanti Bankasi 1 0.7999 0.1427 0.0573
Intesa Sanpaolo 1 0.7395 0.1524 0.1081
Société Générale 1 0.4632 0.2405 0.2964
Tiirk Eximbank 1 0.6734 0.2416 0.0850
Tiirkiye Kalkinma Bankas1 1 0.7730 0.1369 0.0901
Istanbul Takas ve Saklama 1 0.7683 0.1401 0.0916
Bankast

Nurol Yatirim Bankasi 1 0.5585 0.2214 0.2202
Tiirkiye Sinai Kalkinma Bankasi 1 0.7650 0.1668 0.0682
Bank Pozitif Kredi ve Kalkinma 1 0.7994 01299 0.0707

Bankasi
Olasilik degerleri incelendiginde, bankalarin kiimelere atanma derecelerinin genel
olarak ytiksek oldugu goriilmektedir. Ancak kiimeler kendi i¢inde incelendiginde,
kiimedeki diger bankalara gore daha diisiik tiyelik dereceleri ile atanan bankalarin
birinci kiimede yer aldign tespit edilmektedir. Ornegin; Société Générale (SA),
Tiirkiye Is Bankasi A.S. ve Birlesik Fon Bankasi A.S. bankalarinm iiyelik
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derecelerinin kiimedeki diger bankalara gore daha diisiik oldugu goriilmektedir.

Ayrica Société Générale (SA) bankasinin ii¢ kiimeye ait tyelik dereceleri

incelendiginde, diger bankalara gore daha bulanik bir yapiya sahip oldugu
soylenebilir.  Tablo 7°de kiimelerin medoid degerleri yer almaktadir.

Tablo 7: Kiimelerin Medoid Degerleri

Degisken Kiime 1 Kiime 2 Kiime 3
V1 -0.3879434 -0.5111872 1.158324
V2 -0.4107651 -0.6553622 1.857821
V3 -0.3965689 -0.6025212 1.908583
V4 -0.3444979 1.013033 -0.7371358
V5 0.4152312 -1.141711 0.6984649
V6 -0.4210116 -0.4665338 1.08554

Ucgiincii kiimede yer alan bankalarin faaliyetleri esnasinda kredi, piyasa ve
operasyonel risklerin neden olabilecegi kayiplarin, bankanin kendi 6zkaynaklari
tarafindan karsilanabilme giicii, diger kiimelerde yer alan bankalara gore daha
yiiksektir. Genellikle mevduat bankalarinin yer aldigi birinci kiimede ise, bu oranin
daha disiik oldugu gézlenmektedir. Bankanin kaynaklarinin ne kadarinin bankanin
sahip ya da sahipleri tarafindan saglandigin1 gostererek, mali gilicii temsil eden
Ozkaynaklar / Toplam Aktifler degiskeni i¢in de {i¢iincii kiimenin 6ne ciktigi
goriilmektedir.

Ugiincii kiimede yer alan bankalar icin benzer bir yorum (Ozkaynaklar —
Duran Aktifler) / Toplam Aktifler degiskeni i¢in de yapilabilir. Bankalarin
ozkaynak ve yabanci kaynak dengesini gosteren Ozkaynaklar / (Mevduat +
Mevduat Dis1 Kaynaklar) degiskeni i¢in k-ortalamalar yonteminden farkli olarak
bulanik c-ortalamalar da ikinci kiimenin daha yiiksek degerlere sahip bankalari
icerdigi gbzlenmektedir. Diisiik degere sahip olmasi acgik pozisyon riski
tastmadigim gosteren Net Bilanco Pozisyonu / Ozkaynaklar degiskeni igin en
diisiik degerin birinci kiimede, en yiliksek degerin ise lgiinclii kiimede oldugu
goriilmektedir. Agirlikli olarak mevduat bankalarmin yer aldigi birinci kiimede
diger kiimelerde yer alan bankalara gore, doviz cinsinden varliklar1 ile kaynaklari
arasindaki farkin kiigiik oldugu ve bu bankalarin agik pozisyon riskini diger
bankalara gore daha az tasidig1 sdylenebilir.

Bulanik c-ortalamalar yonteminden elde edilen kiime yapilan ile k-
ortalamalardan elde edilen kiime yapilar1 birbiriyle benzer oldugundan her bir
degisken bazinda kiime ortalamalari i¢in yapilan tek yonlii ANOVA sonuglari
bulanik c-ortalamalar i¢in de elde edilmistir.
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6. SONUC

Finansal sistemin yap1 taslarindan olan bankalarin, faaliyetlerini sorunsuz
olarak siirdiirebilmeleri icin belirli bir diizeyde sermayeye sahip olmalar
gerekmektedir. Uluslararasi standartlar gergevesinde belirlenen sermaye yeterliligi
orani, bankalarin olasi riskler karsisinda kendilerini koruyabilmeleri agisindan bir
giivence niteligi tasimaktadir. Standartlar1 yerine getirebilmek agisindan, farkli
banka tiirleri benzer sermaye oranlarina sahip olmaktadir. Bu ¢aligmada bankalarin
sermaye yeterliligi acisindan gruplandirilmasi amaglanmis ve gruplandirma
isleminde kiimeleme analizinden yararlanilmistir. Ancak bankalarin benzer
sermaye oranlarina sahip oldugu gergegi dikkate alinarak bu benzerligin
gruplandirma islemi {izerinde etkisi olup olmadigi arastirilmak istenmistir. Bu
sebeple, klasik kiimeleme analizi ile birlikte bulanik kiimeleme analizi de
kullanilmis ve iki yonteme ait sonuglar karsilagtirilmistir.

Analizde, kiime sayisi bilinmediginden, ilk olarak hiyerarsik
yontemlerinden Ward teknigi ile baglanmis ve ii¢ kiime elde edilmistir. Daha sonra
Ward tekniginden elde edilen kiime sayisi baz alinarak, hiyerarsik olmayan
kiimeleme yontemlerinden k-ortalamalar yontemi {i¢ kiime i¢in uygulanmustir.
Ardindan bulanik c-ortalamalar yontemi kullanilarak 46 bankanin kiimelenme
yapilarma yer verilmistir. Bulanik c-ortalamalar yonteminde yer alan cesitli
indeksler yardimiyla uygun kiime sayisinin ii¢ oldugu tespit edilmistir.

Bulgular incelendiginde, kullanilan {i¢ yontem sonucunda benzer yapida ii¢
kiime elde edildigi goriilmiistiir. Birinci kiimede, Tirkiye’de kurulmus yabanci
sermayeli bankalarin yogunlukta oldugu goriilmektedir. ikinci kiime, kalkinma ve
yatirnm bankalariin da yer almasina karsin agirlikli olarak mevduat bankalarinin
yer aldig1 bir kiimedir. Bu kiimede yer alan mevduat bankalarinin sermaye kaynagi
bakimindan heterojen bir yapiya sahip oldugu gdzlenmistir. Ugiincii kiime, genel
olarak Tiirkiye’de subesi olan yabanci sermayeli bankalar ile kalkinma ve yatirim
bankalarindan bir kismini icermektedir.

Klasik kiimeleme yontemlerinden elde edilen sonuglar arasindaki tek
farklihk Habib Bank Limited’dan kaynaklanmaktadir. Kiime merkezleri
incelendiginde, Tirkiye’de kurulmus yabanci sermayeli bankalarm yogunlukta
oldugu kiime ile agirlikli olarak mevduat bankalarinin bulundugu kiimenin
birbirine daha yakin oldugu goriilmektedir. Bulanik c-ortalamalar yonteminden
elde edilen iiyelik dereceleri incelendiginde, cogu bankanin yiiksek iiyeliklerle bir
kiimeye atandigi goriilirken, bazi bankalarin kiimelere iiyelik derecelerinin
birbirine nispeten daha yakin oldugu gozlenmektedir. Bu derecelerin birbirine
yakin olmasi, bir bankanin kesin olarak bir kiimede yer aldigimi sdylemeyi
giiclestirmektedir.
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Ekonomik fonksiyonlar1 bakimindan mevduat bankalari ile kalkinma ve
yatirim bankalar1 farkli tiirde bankalar olmakla birlikte, her ti¢ yontemden elde
edilen kiimelerde bu banka tiirlerinin ayni kiimelerde yer aldigi goriilmektedir.
Yapilan calismada, bankalar i¢in hesaplanan tiim oranlar arasindan sadece sermaye
yeterliligi oranlar1 kullanildigindan, benzer sermaye yapilarina sahip farkli tiirdeki
bankalarin aynm1 kiimede yer almasi anlagilabilir bir sonugtur. Benzer kiimede yer
alan bankalar likidite, karlilik vb. oranlar i¢in analiz edildiginde fonksiyonlarina
gore yapilan ayrim daha net bir sekilde ortaya cikarilabilir.

Sonug olarak, Tiirkiye’de sermaye yeterliligi bakimindan farkli yapida
bankalar mevcuttur. Bu bankalar ¢esitli yontemlerle gruplandiginda, genel olarak
benzer kiimeler bulunmakla birlikte; bankalar tek tek incelendiginde, kiimelerin
birbirlerinden kesin olarak ayrilmasi durumuna istisna teskil eden bankalarin var
oldugu gozlenmistir. Bu degiskenler ile farkli yontemlerin farkli kiime yapilar
ortaya c¢ikarmadigi gozlenmistir. Yani klasik ve bulanik yontemlerin bankalari
sermaye yeterlilik oranlarina gore kiimelemede farklilik yaratmadigi sonucuna
ulagtimisgtir.
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