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Sosyal aglarin kullanim oranlarinin artmasi ile sosyal medya kullanicilar1 tarafindan
olusturulan verilerin sayisi glinden giine artmaktadir. Bu veriler ile duygu analizi, kisilik
tespiti vb. akademik calismalar yapilabilmektedir. Bu ¢calismada popiiler sosyal aglardan
olan Facebook, Twitter, Instagram ve Linkedin kullamicilarinin “Cumhur Ittifaki”
hakkindaki gorisleri siniflandirilmistir. Bu amacla, Facebook, Twitter, Instagram ve
Linkedin kullanicilarinin Cumhur ittifaki hakkinda paylastiklar1 olumlu ve olumsuz
goriislere gore veri kiimesi olusturulmustur. Bu veri kiimesi tizerinde terim frekansi
yontemi uygulanarak 6z nitelik cikarimi yapilmistir. Oz nitelik cikarimi yapildiktan sonra
verilere sinif etiketleri eklenerek egitim kiimesi olusturulmustur. Sinif etiketine sahip
egitim kiimesi denetimli makine 06grenmesi ydntemine uygun hale getirilmistir.
Olusturulan egitim kiimesi lizerine makine 6grenmesi algoritmalar1 kullanilarak doért
farkli model insa edilmistir. K En Yakin Komsu, Karar Agaci, Sirali Minimum
Optimizasyon ve Bayes Siniflandirma algoritmalart ile olusturulan modeller kullanicilar
Cumhur ittifaki'm destekleyen ve desteklemeyen kullanicilar olarak simiflandirmistir.
Olusturulan doért farkli modelin dogruluk oranlar: hesaplanirken Kappa istatistik testi
kullanilmistir. Yapilan test sonucunda K En Yakin Komsu siniflandirma algoritmasinin
kullanildig1 model %97 oraninda basar1 vermistir. Sosyal medya kullanicilarinin Cumhur
ittifaki hakkindaki gériisleri bagaril bir sekilde simiflandirilmistir.

Classification of Social Media Users' Opinions on the Cumhur Alliance with Machine

Learning Techniques

Keywords:

Cumhur Alliance, Social
media  analysis, Text
Mining, Kappa test,
Machine Learning

ABSTRACT

With the increase in the usage of social networks, the number of data generated by social
media users is increasing day by day. With these data, emotion analysis, personality
detection, etc. academic studies can be done. In this study, the opinions of Facebook,
Twitter, Instagram and Linkedin users, which are popular social networks, about the
“People's Alliance” were classified. For this purpose, a data set was created according to
the positive and negative opinions shared by Facebook, Twitter, Instagram and Linkedin
users about the People's alliance. The term frequency method was applied on this data
set and the attribute inference was made. After the self-attribute extraction, class labels
were added to the data and the training set was created. The training set with the class
label has been adapted to the supervised machine learning method. Four different
models were built on the created training set using machine learning algorithms. Models
created with K Nearest Neighbor, Decision Tree, Ordered Minimum Optimization and
Bayes Classification algorithms classified users as those who support and do not support
the Alliance of the People. Kappa statistical test was used to calculate the accuracy rates
of four different models. As a result of the test, the model using the K Nearest Neighbor
classification algorithm has achieved 97% success. Social media users' views on the
People's Alliance have been successfully classified.
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1. GiRis

Ulkemizde internet kullanim orani her gecen yil
giderek artmaktadir. 2019 yilinda Tiirkiye Istatistik
Kurumu (TUIK) tarafindan yaymlanan Hanehalk:
Bilisim Teknolojileri Kullanim Arastirmasi’na gore
internetin Turkiye’deki kullanim orami %75'dir.
(“URL-17)

Internet kullanim oraninin artmas: ile sosyal
aglarin kullanim oram1 da giderek artmistir.
Kullanicilar glintin 6nemli bir kismini sosyal aglarda
gecirmektedir. Tirkiye’de 58.000.000 kisi sosyal
aglan aktif olarak kullanmaktadir. (“URL-2") Bu
cogunlukta kullanicinin paylastifn goriisler sosyal
aglarda biliyiik miktarda veri olusturmaktadir. Bu
veriler aracilifiyla kullanicilarin duygu analizi,
kullanicilara ait siyasi gortiislerin ¢ikarilmasi gibi
cesitli analizler yapilabilmektedir. Ulkemizde sosyal
aglar etkin olarak siyasi goruslerin, siyasi veya
giincel olaylar hakkindaki fikirlerin paylasildigi
alanlardir. Bu ¢alismada, kullanicilarin Cumhur
ittifaki hakkindaki goriigleri simflandirilmistir.

Sosyal medya kullanicilarinin Cumhur ittifak
hakkindaki goriislerinin siniflandirilmasi1 islemi
temel olarak veri toplama, veri 6n isleme, 6z nitelik
¢ikarimi, modellerin olusturulmas1 ve deneysel
sonuglar olmak lizere 5 adimdan olusmaktadir.

Veri kiimesi, sosyal medya kullanicilarinin
Cumhur  ittifaki  hakkindaki  goriislerinden
olusmaktadir. Sosyal aglarda herkese acik
profillerden yararlanilmistir. Veri kiimesi Cumhur
Ittifakimi  destekleyen ve desteklemeyen her
platformda 500’er adet toplamda 4.000 kullanicidan
olusmaktadir. Her kullanic1 igin 200 adet olmak
izere toplamda 800.000 paylasim verisi
kullanilmistir.

Sosyal aglardaki kullanici mesajlar1 igerisinde
sembol ve 6zel karakterler barindigindan lizerinde
calisma yapmay! zorlastirmakta, veriler tzerinde
giirtltii ve bozulmalara sebep olmaktadir. Verilerin
calismaya uygun hale getirilebilmesi i¢in iizerinde
yer alan giiriiltiilerin ve bozulmalarin giderilmesi
gerekmektedir. Bozulmalar1 ve giriiltilii verileri
temizlemek icin veri kiimesi iizerinde dogal dil
isleme yontemleri uygulanir (Akgil ve ark., 2016).
Kullanilan dogal dil isleme ydntemleri sayesinde

gereksiz veriler temizlenir, bozulmus veriler
onarilir. Veriler iizerinde islem yapmaya hazir hale
getirilir.

Veri kiimesi tizerinde iyilestirme islemi

yapildiktan sonra “terim frekans1” (TF) yontemiyle
6z nitelik ¢ikarimi yapilir. Terim frekansi yontemi
uygulanirken Cumhur Ittifaki'mi destekleyen ve
desteklemeyen kullanicilarin paylasimlarindan elde
edilen terimler, “terimler listesi” olarak tanimlanir.
Bu listeler Cumhur ittifakini destekleyen ve
desteklemeyen paylasimlara ait anahtar
kelimelerden olusmaktadir. Bu anahtar kelimeler
secilirken kullanicilara ait olumlu ve olumsuz
verilerden tekrar degerleri en yliksek 200 adet
kelime referans alinmistir. Anahtar kelimeler iki siif
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icinde esit sayida 100’er adet se¢ilmistir. Terimler
listesi olusturulduktan sonra veri seti bilgisayarin
lizerinde islem yapabilecegi sayisal degerlere
dontstirilmustiir (Seker, 2014).

Oz nitelik ¢ikarimi yapildiktan sonra verilere
siif  etiketleri  eklenerek  egitim  kiimesi
olusturulmustur. Egitim kiimesine simif etiketi
eklenerek bilgisayara verilerin nasil
siiflandirilacagr  6gretilmek  istenmistir.  Veri
madenciligi yontemlerinde sik¢a basvurulan bu
duruma supervised learning (denetimli 6grenme)
denir (Cetin ve Amasyali, 2015). Olusturulan egitim
kiimesi tlizerine makine Ogrenmesi algoritmalari
kullanilarak dért farkli model insa edilmistir. K En
Yakin Komsu, Karar Agaci, Siralli Minimum
Optimizasyon ve Bayes Siniflandirma algoritmalari
ile olusturulan modeller vasitasiyla kullanicilar,
Cumhur Ittifaki’'m destekleyenler ve
desteklemeyenler olarak siniflandirdmistir.
Olusturulan dort farkli modelin dogruluk oranlari
hesaplanirken Kappa istatistik testi kullanilmistir.
Kappa istatistik testi sonuglarina gére K En Yakin
Komsu (KNN) algoritmasinin kullanildigi model %97
oraninda basari vererek en basarili model olmustur.

Sosyal aglarda yer alan kullanicilarin Cumhur
ittifaki hakkindaki goériisleri olumlu ve olumsuz
siiflandirilarak calisma tamamlanmistir. Sosyal ag
kullanicilarinin  paylasimlar1 referans alinarak
yapilan bu calismada kullanicilar, Cumhur ittifaki
hakkinda herhangi bir paylasim yapmamis veya belli
bir esik degerin altinda paylasim yapmislarsa bu
kullanicilar notr yani tarafsiz olarak
degerlendirilmistir.

Calismanin ilerleyen boéliimlerinde isleyis su
sekilde diizenlenmistir. ikinci béliimde Sosyal aglar
lizerinde metin madenciligi, veri madenciligi
teknikleri kullanilarak yapilan ¢alismalara, lglincii
boliimde veri toplanmasina, doérdiincii bodliimde
toplanana veriler lizerinde temizleme ¢alismalarinin
yapildigi 6n isleme adimlarina yer verilmistir.
Besinci boliimde 6n isleme adimindan gecirilen veri
seti lizerinde 6z nitelik ¢cikarilmasi adimina, altinci
bolimde ise modellerin insa edilip makine
O0grenmesi  algoritmalar1 ile  siiflandirildig
smiflandirma ve deneysel sonuglar adimina yer
verilmistir. Calismanin  deneysel sonuglarinin
tartisildigi sonu¢ adimina ise yedinci bolimde
deginilmistir.

2. LITERATUR TARAMASI

Twitter erisilmesi kolay ve biiylk verileri
biinyesinde barindirdigt icin sosyal medya
madenciliginde, veri madenciligi uygulamalarinda,
metin madenciligi calismalarinda ve dogal dil isleme
gibi alanlarda yapilan ¢alismalarda tercih sebebi
olmustur. Akgiil ve arkadaslar tarafindan yapilan
c¢alismada Twitter verileri lizerinde duygu analizi
yapilmistir. Bu makalede veriler olumlu, olumsuz ve
notr smif etiketlerine goére el yordamiyla elde
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edilmistir. Veri seti lizerinde s6zliik tabanli model ve
n-gram modeli uygulanarak siniflandirma islemi
gerceklestirilmistir. Modellerin basar1 oranlari
incelendiginde n-gram modeli daha basarili bir
sonu¢ vermistir (Akgiil ve ark., 2016).

Nizam ve Akin tarafindan yapilan ¢alismada ise
makine o6grenmesi yontemlerinden denetimli
o6grenme yontemi kullanilarak Twitter {lzerinde
dengeli ve dengesiz veri kiimelerinin
performanslarinin  karsilastirilmas1  yapilmistir.
Twitter iizerinde bir gida firmasina ait iiriinlere
yapilan yorumlardan veri kiimesi olusturulmustur.
Bu veri kiimesi lizerinde yorumlar pozitif, negatif ve
notr olarak siniflara ayrilmistir. Bu siniflara ait veri
dagiliminin  Weka kiitiiphanesinde yer alan
siniflandirma algoritmalarina etkisi incelenmistir
(Nizam ve Akin, 2014).

Tirkmen ve Cemgil tarafindan yapilan
calismada 2013 yilinda baslayan Gezi Parki
olaylarina Twitter kullanicilarinin destek verip
vermedigi incelenmistir. Bu c¢alismada destek
verenler gosteri yanlisi, destek vermeyenler gosteri
karsiti ve tarafsiz olan mesajlar ndtral olarak
degerlendirilmistir. 1351 tweet iizerinden el ile
olusturulan veri kiimesi tlizerinde 6zellik ¢ikarimi
yapilirken Ki-Kare Istatistik metodu kullanilmigtir.
Ozelik cikarimi yapildiktan sonra SVM ve RO
siniflayicisi ile siniflandirma islemi
gerceklestirilmistir (Tirkmen ve Cemgil, 2014).
2011 yilinda Pennacchiotti ve Popescu tarafindan
gerceklestirilen calismada Twitter kullanicilarinin
mesajlarindaki dilsel icerik bilgileri ve ag yapilari
kullanilarak makine 6grenmesi yaklasimi ile etnik
kokenleri ve siyasi yaklasimlar siniflandirilmistir
(Pennacchiotti ve Popescu 2011). Nikfarjam ve
arkadaslar1 ise Twitter tizerinde ilaglarin gosterdigi
yan  etkilere  yapilan hasta  yorumlarim
incelemislerdir. Veri seti olusturulurken
DailyStrength ve Twitter lizerinde yer alan yorumlar
kullanilmistir. SVM yonteminin MetaMap
yonteminden daha Dbasarii oldugu sonucu
cikarilmistir (Nikfarjam ve ark., 2015).

Kiling ve arkadaslar1 tarafindan yapilan
calismada metin madenciligi teknikleri kullanilarak
akademik  c¢alismalarin makine 6grenmesi
algoritmalar ile siniflandirilmasi yapilmistir. Veri
kiimesi Research Gate lizerinde yer alan akademik
bildirilerden olusturulmustur. Materials Science,
Engineering ve Social Sciences & Humanities
kategorilerine ait iki farkli smif etiketine sahip
akademik bildirilerden olusturulmustur.
Olusturulan veri kiimesi {lizerinde siniflandirma
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islemi yapilirken K En Yakin Komsu algoritmasi
kullanilarak %96,67 basar1 orani elde edilmistir
(Kiling ve ark., 2016).

Calis ve arkadaslar1 tarafindan yiriitlen
calismada reklam icerikli epostalarin tespiti
yapilmistir. Bu tespit isleminde metin madenciligi
tekniklerinden terim frekansi ve TF-IDF yontemleri
kullanilmistir. Veri kiimesi 400 reklam icerikli 400
tanede reklam icerikli olmayan Tiirkce e-
postalardan olusturulmustur. Veri kiimesi icerinde
yer alan simif verileri esit sayida secilmistir. Daha
sonra makine 6grenmesi algoritmalarindan Naive
Bayes ve K En Yakin Komsu siniflandiricilar:
kullanilarak epostalarin siniflandirilmasi
gerceklestirilmistir. En dogru sonucu %96,5 basar1
orani ile K En yakin Komsu algoritmasi vermistir
(Calis ve ark., 2013).

Kaynar ve arkadaslari tarafindan yapilan
calismada IMDB iizerinde yer alan yorumlardan veri
kiimesi olusturulmustur. Veri kiimesi 1000 adet
olumlu yorumdan ve 1000 adet olumsuz yorumdan
olusturulmustur. Olusturulan veri kiimesinin %75’i
egitim, %251 ise test verisi olarak kullanilmistir. Veri
kiimesi lizerinde TF-IDF yontemi kullanilarak veriler
makine o6grenmesi algoritmalarinin c¢alisabilecegi
sayisal degerlere donistiiriilmistir. Daha sonra
makine 6grenmesi algoritmalarindan Naive Bayes,
Merkez Tabanli Siniflayici, Destek Vektor Makineleri,
Cok katmanli Yapay Sinir Aglar1 kullanilarak veri
kiimesi tizerinde siniflandirma islemi
gerceklestirilmistir. Kullanilan algoritmalarin basari
oranlar1 birbiri ile karsilastirildiginda yapay sinir
aglarn ve destek vektor makineleri algoritmalar:
diger algoritmalara gore daha basarili olmustur
(Kaynar ve ark., 2016).

3. VERi TOPLAMA

Veri kiimesi, sosyal medya kullanicilarinin
Cumhur ittifaki  hakkindaki  gériislerinden
olusmaktadir. Sosyal aglarda herkese acgik
profillerden yararlanilmistir. Veri kiimesi Cumhur
Ittifakim1  destekleyen ve desteklemeyen her
platformda 500’er adet toplamda 4000 kullanicidan
olusmaktadir. Her kullanici igin 200 adet toplamda
800000 paylasim verisi kullanilmistir. Veri
kiimesine ait bilgiler Tablo 1’ de verilmistir. Verilerin
her smif i¢in esit sayida secilmesine 6zen
gosterilmistir. Bu sayede modellere ait basari
oranlarinin artmasi hedeflenmistir.
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Tablo 1. Veri kiimesinde kullanilan sosyal aglar ve kullanici sayisi

Sosyal Ag Toplam Kullanic1 | Cumhur Ittifakin1 | Cumhur ittifakim | Paylasim Sayisi
Sayisi Destekleyen Desteklemeyen
Kullanici Sayisi Kullanici Sayisi
Facebook 1000 500 500 200000
Twitter 1000 500 500 200000
instagram 1000 500 500 200000
Linkedin 1000 500 500 200000

4. VERI ON iSLEME

Sosyal aglardaki kullanic1 mesajlar igerisinde
sembol ve 0zel Kkarakterler barindirdigindan
lizerinde c¢alisma yapmay1 zorlastirmakta, veriler
lizerinde giiriiltii ve bozulmalara sebep olmaktadir.
Verilerin ¢alismaya uygun hale getirilebilmesi igin
lizerinde yer alan giriiltiilerin ve bozulmalarin
giderilmesi gerekmektedir.

Bozulmalar1 ve giiriltiili verileri temizlemek
icin veri kiimesi tizerinde dogal dil isleme yontemleri
uygulanir (Akgiil ve ark., 2016). Kullanilan dogal dil
isleme yo6ntemleri sayesinde gereksiz veriler
temizlenir, bozulmus veriler onarilir. Veriler
izerinde islem yapmaya hazir hale getirilir. Sik
kullanilan dogal dil isleme yontemlerinden birisi de
climlenin anlamina etki etmeyen kelimelerin
climleden c¢ikarilmasidir. Tiirkge dili i¢cin kullanilan
en 6nemli dogal dil isleme kiitiiphanelerinin basinda
Zemberek Kiitliiphanesi gelmektedir. (Miingen ve
Kaya, 2018) Bu ¢alismada da Tiirkge dogal dil isleme
kiutiiphanelerinden birisi olan Zemberek
Kiitiiphanesi kullanilmistir. Zemberek Kiitiiphanesi
kelimeler {izerinde yapilan yazim yanlislarim
diizeltebilmesinin yani1 sira kelimeleri koklerine
aywrabilmektedir. Bu kiitiiphane sayesinde elde
edilen veri seti, c¢alismada kullanilmak {izere
koklerine ayrilmis ve iizerindeki bozulmalar
giderilmistir. Veri 6n isleme adimi1 tamamlandiktan
sonra veriler o6zellik ¢ikarimi icin hazir hale
getirilmistir.

Veri on isleme adimi tamamlandiktan sonra
veriler 0z nitelik ¢cikarimi i¢in hazir hale getirilmistir.

5. OZ NITELIK CIKARIMI

Veri kiimesi tizerinde iyilestirme islemi
yapildiktan sonra terimler listesi olusturulmustur.
Cumhur ittifaki'n1 destekleyen ve desteklemeyen
kullanicilarin paylasimlarindan elde edilen terimler
terimler listesi olarak tanimlanir. Bu listeler Cumhur
fttifaki’'m destekleyen ve desteklemeyen
paylasimlara ait anahtar kelimelerden olusur. Bu
anahtar kelimeler secilirken kullanicilara ait olumlu
ve olumsuz verilerden tekrar degerleri en yliksek
200 adet kelime referans alinmistir. Anahtar
kelimeler iki sinif icinde esit sayida 100’er adet
secilmistir. Cumhur Ittifak’'n1 destekleyen terim
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listesi Tablo 2’de, Cumhur ittifaki’ni desteklemeyen
terim listesi Tablo 3’de gosterilmistir.

Tablo 2. Cumhur ittifaki destekleyen terim listesi

Sira Kelime Frekans
1 Cumhur 1087
2 Erdogan 965
3 Vatan 942
4 Baskan 911
200 Millet 245

Tablo 3. Cumhur ittifaki desteklemeyen terim
listesi

Sira Kelime Frekans
1 Muharrem 1112
2 Laik 1075
3 Atatirk 980
4 Halk 850
200 Ince 350

Terim frekans1 yontemi kullanilarak terimler
listesi olusturulduktan sonra veriler bilgisayarin
lizerinde islem yapabilecegi sayisal verilere
dontstiirilmistiir.

Oz nitelik cikarimi yapilirken veri madenciligi
yontemlerinden olan terim frekansi ydntemi
kullanilmistir. Terim frekans1 yontemi kullanilarak
olusturulan listeler igerisinde yer alan anahtar
kelimelerin sosyal ag kullanicilarinin mesajlari
icerisindeki tekrar siklig1 hesaplanmistir. Hesaplama
sonucu elde edilen deger sosyal ag kullanicilarinin
mesajlarinda yer alan toplam frekans (TF) sayisina
orani hesaplanmistir. Cumhur Ittifakini
destekleyenler icin Cdestek, desteklemeyenler igin
Cdesteklemeyen degerleri hesaplanmistir. Terimler
listesinde her bir sinif i¢cin 100 terim yer aldigindan
her terimin degeri ayr1 ayr1 hesaplanarak toplanan
sonug Cdestek ve Cdesteklemeyen degerleri ayri ayr1
hesaplanmistir.

frekans(k)
Caester = %00( TF ) @)
frekans(k)
Cdesteklemeyen = %00( TF ) (2)

Oz nitelik ¢ikarimi yapildiktan sonra verilere sinif
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etiketleri eklenerek egitim kiimesi olusturulmustur.
Egitim kiimesine Cdestekleyen ve Cdesteklemeyen
sinif etiketi eklenerek bilgisayara verilerin nasil
siiflandirilacagr  6gretilmek  istenmistir. Veri
madenciligi yontemlerinde sik¢a basvurulan bu
duruma Supervised Learning (Denetimli Ogrenme)
denir (Cetin ve Amasyali, 2015).

Cumhur Ittifaki'mi destekleyen kullanicilar igin
2000 adet, desteklemeyen kullanicilar igin 2000 adet

Tablo 4. Egitim kiimesi verileri

toplamda 4000 adet kullaniciya ait paylasimlardan
0z nitelik ¢cikarimi yapilmistir. Cikarilan 6z nitelikler
sayesinde egitim kiimesi olusturulmustur. Cikarilan
0z niteliklerden %80’ egitim kiimesi i¢in
kullanilmistir.  %20’si ise test verisi olarak
secilmistir. Egitim kiimesindeki verilere sinif etiketi
eklenmistir. Egitim kiimesine ait veriler Tablo 4 'de
gosterilmistir.

Paylasim Cdestek Cdesteklemeyen Sinif
1 0.368717 0.047328 Cdestekleyen
2 0.021874 0.589650 Cdesteklemeyen
3 0.928461 0.410733 Cdestekleyen
4 0.319645 0.522839 Cdesteklemeyen
640000 0.874429 0.946351 Cdesteklemeyen
6. MODELLERIN OLUSTURULMASI VE kullanilan,  igerisinde  bir¢ok  simiflandirma,

DENEYSEL SONUCLAR

Olusturulan egitim kiimesi {iizerine makine
O0grenmesi algoritmalar1 kullanilarak doért farkh
model insa edilmistir. K En Yakin Komsu, Karar
Agaci, Sirali Minimum Optimizasyon ve Bayes
Siniflandirma algoritmalari ile olusturulan modeller
kullanicilar1 Cumhur ittifaki'n1 destekleyenler ve
desteklemeyenler olarak siniflandirmistir.
Olusturulan dért farkli modelin dogruluk oranlari
hesaplanirken Kappa istatistik testi kullanilmistir.
Bu test istatistik alaninda gozlemciler aras1 uyumda
kullanilabildigi gibi farkli testlerin uyumunda da
kullanilmaktadir. Bu nedenle bu test siniflandirma
problemlerinde, asil  (gercek) sonug¢ ile
siniflandiricinin verdigi kararin arasindaki uyumun
gostergesidir (Nizam ve Akin,2014).

Kappa Istatistik Testi siniflandirma islemi
sonucunda modelin dogruluk orani analiz edilir.
Yapilan analiz sayesinde dogru ve yanls
siniflandirilmis veriler incelenir. Kappa degerinin
sinir araligi -1 ile 1 araligidir. Veriler %100 basarili
siniflandirildiginda Kappa degeri 1 olur. Kappa
degerinin bir diger yorumlanan durum; 0 ile 1
arasinda oldugu durumdur. Bu durumda veri setinin
giivenilirligi s6z konusudur. Kappa degerinin
sifirdan kiigik oldugu durumlarda ise veri setinin
glivenilirligi yoktur yorumu yapilabilir (Nizam ve
Akin,2014). Kappa degeri hesaplanirken kullanilan
matematiksel formiil asagida verilmistir. Kappa
degeri K hesaplanirken kullanilan Po degeri asil
sonucun ve siniflandiricinin verdigi kararin ayni
sonu¢ olma orani, Pc orani ise aym sonucu elde
etmenin beklenen olasiligini verir.

K= ( P10—_PZCJ ©

Calismada Kappa degerleri hesaplanirken Weka
Kitiiphanesi’'nden yararlanilmistir. Weka
Kiitiiphanesi, veri madenciligi uygulamalarinda
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denetleme, baginti fonksiyonlari, yapay sinir agi

algoritmalar1 ve veri 06n isleme yontemleri
barindiran bir programdir. Makine 06grenme
algoritmalar1 yardimiyla veri analizi, grafiksel
degerlendirme, gorsel sonug iiretme
yapabilmektedir.

K En Yakin Komsu algoritmasi, yaygin kullanilan
bir siniflandirma algoritmasidir. Uzaklik hesabina
gore smiflandirma yapan bir algoritmadir. Oklid
uzakligina gore hesaplama yapan bu algoritma en
yakin k komsuyu incelemektedir. Tespit ettigi biitliin
gozlemlere kiime olarak davranmaktadir. Gozlemler
sonucu olusan kiimelerin birlesmesiyle kiimeler
olusturulur. Olusturulan bu kiimeler arasinda
mesafe tespiti yapilir. Algoritma kullanilirken dikkat
edilmesi gereken nokta komsuluk degerinin (k
degeri) cift sayida degil de tek sayida secilmesidir. K
degerinin ¢ift sayida secildigi durumlarda esitlik
durumu ortaya ¢ikabilir. Bu durumda siniflandirma
sonucunda herhangi bir sonu¢ alinmayabilir. Oklid
mesafe tespitine gore hesaplama islemi su sekilde
gerceklesir.

i 2
mesafe(x, y) = Z(Xi_yi) 4)

Karar agacglar1 yaygin olarak kullanilan bir
siniflandirma algoritmasidir. Enformasyona dayali
olarak olusturulan verilerin 6zelliklerini otomatik
olarak isleme o6zelligine sahip siniflandirma
algoritmasidir (Das ve Tiirkoglu, 2014). Kurallar kok
ve yapraklar arasinda olusturulur. Veri kiimesindeki
en ayirt edici 6zellik kok olarak belirilenir. Veriler
yinelemeli (recursive) olarak siniflandirilarak ideal
sonug aranir. Zayif dallar bu siniflandirma teknigi ile
budanarak bir siniflandirma olusturulmaya calisir.

Bayes Sinfilandirma (Naive Bayes) makine
O0grenmesi ¢alismalarinda siniflandirma amac ile
kullanilan bir algoritmadir. Yiksek performansls,
kolay uygulamasi olan yontemde siniflandirilacak
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kiimelerin ve 6rnek verilerin sinifi belirlenir. Naive
Bayes yaklasiminda, n boyutlu bir uzayda olan y
vektori (y1,.,y2 ), m tane, sinif bulunan KC (K1,...Kn)
data sinifinin son olasiligint maksimum eden bir sinif
etiketi K arar (Nizam ve Akin,2014).

Sirali Minimum Optimizasyon algoritmasi,
fazladan bir matrise ihtiya¢ duymadan, sayisal
Quatratic = Programming (QP)  optimizasyon
tekniklerini kullanmadan SVM QP problemlerini
normalden yiksek bir performansta ¢oziime
ulastirir. Global olarak tiim kayip degerleri yeni
degerlerle degistirir ve nominal nitelikleri ikili
olanlara doniisturiir. Ayrica tiim nitelikleri 6nceden

Tablo 5. Modellere ait basari oranlari

tanimlanmis degerlerle normalize eder (Das ve
Tiirkoglu, 2014).

Tablo 5’de kullanilan modeller ve bu modellere
ait basar1 oranlar1 ifade edilmistir. Sonuglar
incelendiginde Kappa Istatistik Testi'ne gbre en
basarili model K En Yakin Komsu algoritmasinin
kullanildigi modeldir. En dogru simiflandirmay:
yapan model secilirken dogru smiflandiriimis
verilerin oran1 ve Kappa Istatistik Testi degeri
referans alinmistir. Bu sebeple ¢alismada K En Yakin
Komsu algoritmasi kullanilarak %97 oraninda basari
elde edilmistir.

Modeller Dogru
Simiflandirilan
Verilerin orani

Yanlis Siniflandirimis Kappa Istatistik Testi degeri

Verilerin orani

Bayes Smiflandirma Modeli %95 %5 0.9523
Sirali Minimum %389 %11 0.8993
Optimizasyon Modeli
Karar Agaci Modeli %92 %8 09129
K En Yakin Komsu Modeli %97 %3 0.9638
Analizde kullanilan siniflandirma modellerinin
basar1 oranlarinin yiiksek oldugu gorilmistiir. Veri KAYNAKCA

madenciligi ¢calismalarinda basari oranini etkileyen
en 6nemli faktorlerden birisi veri kiimesinin dengeli
bir sekilde dagilmasidir. Bu nedenle Veri toplamada
Cumhur Ittifaki'mi destekleyen ve desteklemeyen
kullanici sayisi esit alinmistir.

Sosyal aglarda yer alan kullanicilarin Cumhur
ittifaki hakkindaki gériisleri olumlu ve olumsuz
siniflandirilarak ¢alisma tamamlanmistir. Sosyal ag
kullanicilarinin  paylasimlart referans alinarak
yapilan bu c¢alismada kullanicilar Cumhur Ittifaki
hakkinda herhangi bir paylasim yapmamis veya belli
bir esik degerin altinda paylasim yapmislarsa bu

kullanicilar notr yani tarafsiz olarak
degerlendirilmistir.
7. SONUC

Sosyal aglar biinyesinde biiyiik miktarda veri
barindiran platformlardir. Kullanicilarin
paylasimlari toplanarak veri kiimesi

olusturulmustur. Veri kiimesi olusturulurken sosyal
ag kullanicilarinin  Cumhur Ittifaki  hakkindaki
goriislerinden yararlanilmistir. Olusturulan veri
kiimesi 6n isleme adimindan gegirilerek 6z nitelik
cikarimi yapilmistir. Oz nitelik ¢ikarimi sonucu elde
edilen sayisal degerlere sinif etiketi eklenerek egitim
kiimesi olusturulmustur. Egitim kiimesi
olusturulduktan sonra doért farkli siniflandirma
modeli lizerinden basari oranlar1 elde edilmis ve
sonuglar Karsilastirlmistir. Kappa Istaistik Testi ile
Yapilan karsilastirma sonucunda en basarili sonucu
veren K En Yakin Komsu siniflandirma algoritmasi
sosyal ag kullanicilarimin Cumhur ittifaki hakkindaki
goriislerini %97 basari orani ile siniflandirmistir.
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