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OZET

Cok boyutlu dlgekleme analizi (Multidimensional scaling, MDS), n nesne ya
da birim arasindaki p degiskenc gore belirlenen uzakliklara dayali olarak
nesnelerin k boyutlu (k<p) bir uzayda gosterimini elde etmeyi amaglayan,
boylece nesneler arasindaki iliskileri belirlemeye yarayan ve birgok alanda
uygulanabilen bir yontemdir[1]. Tip. Psikiyatri, Sosyal Bilimler. Egitim
Bilimleri. Pazar Arastrmalart vb. Ornegin, psikolojide birbirleri ile benzer
ya da farkli olan bireylerin agtk¢a ortaya konamadigi durumlarda birbirleri
ile benzer olgularin benzerliklerine gore siralanmalarmi ortaya koymak
amaciyla cok boyutlu dlgekleme analizinden yararlanihir. Burada yapugimiz
¢alismada ise gayri safi yurtici hasilanin cografi dagihminin belirlenmesi
amactyla s6z konusu yontemden yararlandik. Bilindigi gibi bir iilkeye iliskin
gayri safi yurti¢i hisilanin cografi dagilimi, o tlkedeki bolgeler ve illerin
gelismislik diizeyini gdsteren en uygun gostergelerden biridir. Bu nedenle
calismamizda 7 cografi bolgenin tarim, sanayi ve hizmet sektdrlerine iliskin
Scktrel GSYIH vyiizdeleri alimmisur. Soz konusu verilere karsilagtirma
yapmak amactyla ¢ok boyutlu dlgekleme analizinin yani sira kiimeleme
analizi ve temel bilesenler analizleri de uygulanmus ve sonuglar
karsilastirilarak yorumlanmisur.

Anahtar Kelimeler: Gayrisali Yurtici Hasila, Cok Boyutlu Olgekleme
Analizi. Kiimeleme Analizi, Temel Bilesenler Analizi.

THE COMPARATIVE INVESTIGATION OF THE
GEOGRAPHICAL RESEARCH OF THE GROSS INTERIOR
NATIVE LAND PRODUCT WITH THE MULTIDIMENSIONAL
SCALING, CLUSTER ANALYSIS AND PRINCIPAL COMPONENT
ANALYSIS

ABSTRACT
Multidimensional scaling. MDS. is a method that aims to obtain the indication
of objects in a k-dimensional space on the basis of the distances which defines
according to the p variables between n objects or cases. so benefits to define
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the relations between the objects and apply in many ficlds. Medicine,
psychiatry. social sciences. education sciences, market researches. etc. For
example. in psychology in the cases that the similar or different individuals
can not be create clearly. by the aim of defining the order according to their
similarities of the similar facts, we profit from MDS. In our study. by the aim
of delining the geographical distribution of the gross interior native land
product. we used the MDS method. So far as it knows. geographical
distribution of the gross interior native land product of a country is one of the
most appropriate indicators which shows the development level of the regions
an the cities in that country. Because of this, in our study the gross interior
native land product percentages ol the sectors of agriculture, industry and
service ol seven geographical regions are used. Right along with MDS, the
cluster analysis and the principal component analysis are applied to the data
oo, and the results are interpreted contrastively.

Key Words: The Gross Interior Native Land Product, Multidimensional
Scaling Analysis. Cluster Analysis, Principal Component Analysis.

1.GIRIS

Cok degiskenli istatistiksel analizde degisken sayisinin ¢ok biiyiik olmasi,
analiz sonuglarinm  yorumlanmasi ve 6zetlenmesi  bakimindan  giicliik
yaratmaktadir [2]. Cok Boyutlu Olgekleme, nesneler arasindaki iliskilerin
bilinmedigi, fakat aralarindaki uzakliklarin hesaplanabildigi durumlarda
uzakliklardan yararlanarak nesneler arasindaki iliskileri grafiksel olarak
ortaya koymaya yardimei olan bir istatistiksel yontemdir [3]. Bu ¢alismada
yorum kolayh@ saglayan grafiksel gosterime dayanan analiz tekniklerinden
Cok Boyutlu Olcekleme Analizi ile Temel Bilesenler Analizi ve siniflama ve
gruplama analizlerinden de Kiimeleme Analizi ele alinarak tarim, sanayi ve
hizmet sektorleri bakimimdan gayri safi yurtici hasilani cografi dagilimmin
belirlenmesi amaclanmustir,

2. MATERYAL VE YONTEM

Bir iilkeye iliskin Gayri Safi Yurti¢i Hasilanin cografi dagilimi. o iilkedeki
bélgeler ve illerin geligmislik diizeyini gosteren en uygun gostergelerden
biridir [4]. Bu nedenle bélgeleri x 1-tarim, x2-sanayi ve x3-hizmet sektorleri
bakimindan ayiran temel 6zelliklerin ortaya konulmasi ve cok boyutlu
uzaydan miimkiin oldugunca az boyutlu uzaya ulasarak goze hitap eden
sonuclann ¢ikarilmast amaciyla s6z konusu 7 bdlgeye iliskin 1997 yili
Sektorel GSYIH yiizdeleri kullanilarak Cok Boyutlu Olgekleme Analizi,
Kimeleme Analizi ve Temel Bilesenler Analizi ¢oziimleri yapilmistir [5].
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Tablo 1. Bolgeler Itibariyle Sektorel GSYIH

Bolgeler x/ x2 x3
Marmara 13.6 51.8 36,9
G.D.Anadolu 11,7 4.1 4.5
Akdeniz 18,0 8.7 12.5
Ege 20,4 /5.2 16,7
ic Anadolu 15,6 10,6 17,7
Karadeniz 14,5 7.3 8.6
D.Anadolu 6,3 2.2 3,1

Uygulamada ilk olarak degiskenler arasindaki bagmmlilik yapisinin ortadan
kalkmast ve boyutunun indirgenerek ayni seyi ifade eden degiskenlerin
birlestirilmesi amaciyla verilere Temel Bilesenler Analizi uygulannus,
boylece bélgelerin gelismislik derecelerine gore siralanmast imkéni ortaya
ctkmistir.

Daha sonra gelismislik dereceleri birbirine yakin olan bélgeleri gérmek ve
ortak yorum yapmak amactyla Kiimeleme Analizine gidilmis. sonra 7 bolge
arasindaki uzaklik degerlerini  kullanarak, bu bolgelerin ¢ok boyutlu
uzaydaki konumlarmi, iliski yapilarim  gorebilmek igin Cok Boyutlu
Olcekleme Analizi kullanilmistr.

MDS. nesneler arasindaki iliskilerin  bilinmedigi, fakat aralarindaki
uzakhklarin  hesaplanabildigi  durumlarda  uzakliklardan  yararlanarak
nesneler arasindaki iliskileri ortaya koymaya yardimer olan bir istatistiksel
yontemdir.

CBO. gozlemler (nesneler) arast uzaklik tablosunu kullanarak bunlar
arasindaki iliski yapisii veren haritalar, sekiller bulmak amact ile
gelistirilmis ¢ok degiskenli analiz teknigidir. Gozlemlerin - geometrik
anlamda iliski yapist bilinmese de gézlem ciftleri arasindaki uzakliklarin
bulunmasmin  miimkiin olmast. CBO’nin kullanim sansii ve alanin
cogaltmaktadir. Bu nedenle CBO daha once de belirtildigi gibi Kiimeleme
Analizi gibi Q analizleri arasinda yer almakla birlikte ozellikle metrik
dlcekleme yontemlerinin yapist nedeniyle Temel Bilesenler Analizine de ¢ok
benzeyen bir R analizi teknigidir. Ciinkii Temel Bilesenler Analizi ile temel
koordinat analizi olarak da bilinen metrik olgekleme teknidi birbirinin
aymsidir. Nitekim farkliliklar matrisi 8, veri matrisi X den Oklid uzakhiklari
kullantlarak elde edilmis ise &'nin, metrik Slgekleme degerleri, temel
bilesenlerin veri matrisi X* den elde edilen skor degerlerine karsilik
gelmektedir. Aralarindaki tek farkhlik, metrik olceklemede negatif A’larmn
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varhigr s6z konusu olabiliyorken, temel bilesenlerde tim A'larin pozitif
degerli olmasidir.

Yukarida da deginildigi gibi CBO’nin uzakliklara dayali olmasi nedeniyle
hiyerarsik kiimeleme tekniklerine bir alternatif olabilmektedir. Ancak,
kiimeleme analizinde amacin sadece uzakliklarina gore bireylerin kiimelere
atanmasi oldugu hatirlanacak olursa, CBO"de bu sonucun yani sira bireyler
(nesneler) arasi iliski yapisimin da dendogramlarla - géze sunulmasi gibi
avantajlart da distinildigiinde CBO’nin daha saglikli sonuclar verecegi
oorilir.

Kiimeleme ve ¢ok boyutlu 6lgeklemenin her ikisi de ¢ok degiskenli verilerin
analizi igin gelistirilmis analizlerdir. Her iki analiz de siniflama ve gruplama
analizlerinin icerisinde yer almaktadir. Bu iki ydéntem birbirlerine alternatif
gibi goriinseler de, ¢ogu kez ikisinin bir arada kullanilmasi arzu
edilmektedir(6]. Cok Boyutlu Olgekleme, yakinhk matrisleri ve onlarin
gortintlilenmesiin saglanmasi ile ilgili oldugundan, bu iki karakteristige
sahip olan kiimeleme yontemleri ile karsilastirilmast uygun olur. Cok
Boyutlu Olgekleme ile Kiimeleme analizi arasidaki temel farklilik, Cok
Boyutlu Olgekleme yakiliklarin  uzaysal gortintiilenmesini  saglarken,
kiimelemenin yakinhiklarin agag¢ bigiminde goriintiilenmesini saglamasidir.
Kimeleme Analizi her zaman kesin bir aga¢ gériiniimii saglamasa da, pek
¢ok durumda elde edilen goriintim bir agaci andirmaktadir. Bu nedenle,
Kimeleme ve Cok Boyutlu Olgekleme arasindaki matematiksel iliski
oldukca basit ve aciktir. Bu iki yontem arasindaki istatistiksel iliski ise,
matematiksel iliskiden ¢ok daha karmasiktir. Pek cok arastirmaci, bu iki
yontemin aynt yakinhklara uygulanmasini kullanish bulmaktadir.

Cok Boyutlu Olcekleme ve Kiimeleme Analizi arasidaki istatistiksel ve
matematiksel iliskilerin yani sira var olan pratik iliskilerden de s6z edilebilir.
Cok Boyutlu Olgekleme analizi iki boyutlu oldugunda (ki bu en yaygm
durumdur), bu iki analiz sonug¢larmi tek diyagram izerinde kombine etmek
iyi bir yoldur. Bu kombine diyagramlarda, noktalarm pozisyonlari Cok
Boyutlu Olgekleme Analizinden elde edilirken, gruplari birbirine baglayacak
cizgilerin kiimeleme analizi stirecinden elde edildigi diistiniliir.

Kiimeleme ve Cok Boyutlu Olgekleme analizi arasindaki ikinci pratik iliski
ise yine bu iki analizin birlikte kullanilmasi gerektigini agiklamaktadir. Ele
alman veriler i¢cin Cok Boyutlu Olgekleme analizi sonunda elde edilen
grafiksel diizenlemenin iki boyutlu ifadesinin degil de, ii¢ veya daha fazla
boyutla ifadesinin uygun oldugu disiniilir. Bu durumda Cok Boyutlu
Olgekleme ilgilenilen veriler icin uygun olmayacak diger bir deyisle
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kullanigh olmayacaktir. Bu durumda iki boyutlu grafiksel diizenlemeyi
kullanarak. daha sonra da noktalarin kiimelenmesi pratik  bir  yol
olusturacaktir. Bu durumda iki boyutlu grafiksel dizenleme kullanigli bir
ara¢ olarak kullanilir.

Uctincii pratik iliski ise yukarida anlatilan ikisinden oldukga farklidir. Bu
noktada Cok Boyutlu Olcekleme analizi temel ilgi alanimizi olusturacakur
ve amacimiz grafiksel diizenlemenin nasil yorumilanaca@i sorusuna agiklik
getirmek olacakur. En popiiler yorum ¢esidi boyutsal yorumdur. Bununla
beraber komsuluk yorumlarr da ayni zamanda yardimer olarak kullanilabilir.
Komsuluk yorumlarinda kiimenin elemanlarinin bir arada olmasimi saglayan
yaygi ozellik arastinlmaya ¢ahsitlir [7]. Komguluk yorumlarindansa
boyutsal yorumun elde edilmesi daha aciklayicr olmasina ragmen, cok
saytda nesne ile c¢alismak zor oldugundan wuzaydaki bdlgelerin
yorumlanmaya ¢alisilmasi da biraz ¢aba gerektirecektir.

3. BULGULAR
3.1. Temel Bilesenler Analizi Coziimii
i1k olarak veriler standartlastirilarak R Koreldsyon matrisi tizerinden analize

gidilmistir. Ve standartlastirilmis veriler iliskin betimsel istatistik degerleri
asagida yer almistir.

Descriptive Statistics

Std.
I+ Winirrdrm Wi hlear Draviation
7 -1, 76062 1,34247 16TE-16 1,0000000
A - ToEs? 219647 aoooonn 1,0000000

UL

SETTTS | 187671 | AAME-16 | 1,0000000

s B
o -

(HIZMET)

walid Molistwize)

-

Sekil 1: Standartlastirma Sonras1 Betimleyici Istatistikler

Degiskenler arasinda iliskilerin olup olmadigini gérmek i¢in R korelasyon
matrisini incelemek ve verilere temel bilesenler analizi uygulamanin gerekli
olup olmadigimi gormek, eger degiskenler arasinda iliski varsa bunlarin
onemli olup olmadigint anlamak i¢in kiiresellik testi uygulanir.
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KO and Bartlett's Test

boaizer-Meyar-Clkin Weasure of Sarmpling

Adeguacy, 36E5

Barlett's Test of Approg. Chi-Sgquare 13,1949

Sphericity o 9
S 004

Sekil 2: Kiresellik Testi Sonuclari
Kiiresellik Testi iging

Hy: R=I (iliski matrisi ile birim matris arasinda fark yoktur. Dediskenler
arasindaki iliskiler Snemsizdir.)

H,: R=I (iliski matrisi ile birim matris arasinda fark vardir. Degiskenler
arasdaki iliskiler onemlidir.

Olasilik degeri olan Sig. degerine bakildiginda; 0.004<0.05 oldugundan
hipotez reddedilir. Bu nedenle iliski matrisi ile birim matris arasinda fark
oldugu diger bir ifade ile degiskenler arasindaki iliskilerin dnemli oldugu
0.95 olasilikla sdylenebilir. Bu da Temel Bilesenler Analizi uygulamasinin
gerekliligini ortaya koymaktadir. Bu sonuca gére Temel Bilesenler Analizi
uygularsak;

2E
Curnulative
Carnponent Total kS
1 708z BR,387
2 BE 59,247
3 3, 258E-02 100,000

Sekil 3: Toplam Varyans Ac¢iklama Oranlan

Cormpone
nt
1
ZacarelTARIN) 223
Zzrore(SANAYT 453
Zzeore(HIZMET) 474

Sekil 4: Bilesen Skor Katsayilar Matrisi
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Temel Bilesene ait skor degerleri yukaridaki bilesen skor katsayilar
matrisinde verilmistir. Buna gore, 1. temel bilesene ait model;

Y ,=0.2232,+0.4532,+0.,474z;

Bu modelde de bolgelere iliskin veriler yerine konularak modeli en fazla
etkileyen degisken bakimindan siralamalar yapmak miimkiinddir.

Temel Bilesenler Analizinin sonuclarina baktigimizda; 1. Temel bileseni en
fazla aciklayan degiskenlerin sirastyla hizmet ve sanayi sektorleri oldugu,
tarim  sektdriintin ise daha arkadan geldigi goriilmektedir. Buna gore
bolgelere iliskin verileri modelde yerine koydugumuzda 1. Temel bilesen ile
vapilan siralamalar hizmet ve sanayi degiskenlerine gore olacakur. 1. Temel
Bilesene gore swralama yapildigimda, (yani hizmet ve sanayi sektorleri
dikkate alindiginda) gayrisafi yurtici hasiladaki pay bakimindan ilk 5
bolgenin Marmara, Ege. I¢ Anadolu, Akdeniz ve Karadeniz Bolgeleri
oldugu; son iki bolgenin ise sirastyla Gliney Dogu Anadolu ve Dogu
Anadolu bolgeleri oldugu ortaya ¢ikmistir.

3.2. Hiyerarsik Olmayan Kiimeleme Analizi Coziimii

Kiime sayisimin bilindigi kiimeleme yontemidir. Burada 2 olabilecegi
distintilmiistir.

*Asagidaki tabloyu inceledigimizde; G.D. Anadolu, Akdeniz. Ege, I¢
Anadolu. Karedeniz ve D.Anadolu Bolgelerinin aym grupta (1.Grupta) yer
aldigr goriiliiyor.

#eMarmara Bolgesinin ise tek basma diger grupta (2.Grupta) yer aldig
goriiliiyor.

- Fumber Cluster Diztance
Warmara 1 Ruj
G0 Anadnlu 2 T ETE
Aldeniz 2 41462
Ege 2 11,209
Ir Aradolu 2 T T25
Karadeniz 2 2043
CrAnadoly 2 12,434

Sekil 5: Kiime Iliskileri
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ANOVA
Cluster Error
Wi2an
Square df if F Sig
e ; 1 f 23 HEA
: 1 o 78770 oo
W 1 f 15,814 RIAR

Sekil 6: ANOVA Tablosu

Yorum: Hy: X; degiskeninin bolgelerin iki gruba ayrilmasinda etkisi yoktur.
H,: X, degiskeninin bolgelerin iki gruba ayrilmasinda etkisi vardi

seklindeki hipotezi her degiskene gore ayri ayr test ettigimizde X, ve X,
degiskenlerinin Sig. degerleri <0,05 oldugundan hipotezler reddedilir ve bu
degiskenlerin bolgelerin iki gruba ayrilmasinda etkilerinin oldugunu %5
yanilma ile soylemek miimkiindr.

3.3. Hiyerarsik Kiimeleme Analizi Coziimii

Kiime sayist bilinmiyor.

Dendrogram
#= = * ** HJ I ER&LFTHIOTSLZLL ©LU0T=3TEFR LW e LY 2RIz % 5 w8 w 0w

Dendrograe asing A = Lankags (Mithin Groupd

Femcaled Diascancs Clnster Sombane

Mo I e e e +

Sekil 7: Kiimeleme Analizi Agac Diyagrami
Yorum: Yukaridaki DENDOGRAM’dan da yararlanilarak grup sayisina
karar verilebilir. Burada incelenen verilere gore; yapilan analizlere de
bakilarak iki grup alinmasina karar verilmistir.

3.4. Cok Boyutlu Olgekleme Analizi Coziimii

Cok Boyutlu Olgekleme Analizi sonuglart asagida verilmistir.
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For EtT 1

Atress = L0115 BRI = L9954 8
Sekil 8: Cok Boyutlu Ol¢ekleme Analizi Sonuglar
Derived Stimulus Configuration
Euclidean distance model
18
caze
1004 i
o0 i CAZE R e =
o =9 cand
@ i
£
o 15
3 1 0 T H
Cimension 1

Sekil 9: Oklid Uzaklik Modeline {liskin Grafik

CBO analizi sonucunda: ¢cok boyutlu uzaydaki gercek sekil ile indirgenmis
boyutlu uzayda kestirilen sekil arasindaki farkhihigm bir ifadesi olan stress
Katsayist 0.01152 bulunmustur. 0.01152 degeri oldukca iyi bir uyumu
gostermektedir. Zira:

s 20,20 = Zayif uyum
=0,10 = Orta uyum
=0.05 = lyi uyum
=0.00 = Tam ya da milkemmel uyum

Bu durumda elde edilen sonuglarn elimizde bulunan veri kiimesini yeterli
olciide yansittigmr soyleyebiliriz.

Oklid uzakhik modeline iliskin grafik incelendiginde boyut 1'e gbre, 7.
Bélge ile 1. Bélgenin (D.Anadolu ve Marmara) birbirine en uzak iki bolge
oldugu fakat boyut 2’ye gore ise 7. bolge ile 4. Bolgenin (D.Anadolu ve
Ege) birbirine en uzak bolgeler oldugu goriilmektedir. Yorumlarin daha agik
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yaptlabilmesi i¢in boyutlara etken olan degiskenlerin belirlenmesi faydal
olacakuir. Bu bélgeler arasindaki farklihiga neden olan degiskenleri gormek
icin Excel paket programi kullantinustir.

Boyut | Tarim Sanayi Hizmetler
D.Anadolu 6.3 2.2 3.1
Marmara 13.6 51.8 36.9

Sekil 10: D.Anadolu ve Marmara Bolgelerine {liskin Veriler

D.Anadolu ve Marmara'ni

n
Degiskenler itibariyle Grafigi

[j D.Anadoiu '
Marmara

Sekil 11: D.Anadolu ve Maramara'nin Degiskenler ltibariyle Grafigi

Sekil 'l incelendiginde iki bolge arasindaki farkliligr yaratan ve dolayisiyla
I. boyutu etkileyen en 6nemli degiskenin X, yani sanayi sektorii oldugu
gorilmektedir. Fakat X5 degiskeninin de iki bolge arasinda biiylik 6lciide
farkhlasma yarattigimi gormekteyiz. Tarim sektorii ise diger iki sektore
oranla daha az derecede bir farklilagma yaratmaktadir.

Boyut 2 Tarim Sanayi Hizmetler
D.Anadolu 6.3 2,2 3.1
Ege 20.4 15,2 16.7

Sekil 12: D.Anadolu ve Ege Bélgeleri'ne Iliskin Veriler

=
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D.Anadolu ve Ege'nin
Degiskenler itibariyle Grafigi

40 &
20‘ 1 D.Anadolu
i ] 2l Ege
0453 D.Anadolu ,,. EAS

Sekil 13: D.Anadolu ve Ege'nin Degiskenler itibariyle Grafigi

Sekil 13 incelendiginde tim degiskenlerin iki bolge arasinda Snemli
derecede farkhilagsma yarattiklarmi ve dolayisiyla 2. boyutu etkiledikleri
goriilmektedir. Degiskenler arasimda bir siralama yapmak gerekirse en biiyiik
farklilasmayt sanayi sektdriniin ardindan da sirasiyla hizmet ve tarnm
sektorlerinin yarattigini gérmekteyiz.

4. TARTISMA VE SONUC

Bir dlkeye iliskin Gayri Safi Yurtici Hasilanin cografi dagilimimm, o
tilkedeki bolgeler ve illerin gelismislik diizeyini gdsteren en uygun
gostergelerden  birt  oldugu diistincesinden  hareketle bu  ¢alismada
Tiirkiye'deki 7 cografi bolgeyi tarim, sanayi ve hizmet sektorleri bakimindan
ayiran temel 6zelliklerin ortaya konularak s6z konusu sektorler bakimindan
bolgeler bazinda bir siralamaya gidilmesi ve ¢ok boyutlu uzaydan miimkiin
oldugunca az boyutlu uzaya ulasarak géze hitap eden sonuclarin ¢ikarilmast
amaglanmistir.

Temel Bilesenler Analizi sonuclarr, Kiimeleme Analizi sonuclart ve Cok
Boyutlu Ol¢ekleme Analizi sonuclari birbirini desteklemektedir.

Degiskenler arasindaki bagimhilik yapisinin ortadan kalkmast ve boyutunun
indirgenerek ayni seyi ifade eden degiskenlerin birlestirilmesi amaciyla
uygulanan temel bilesenler analizi sonucunda bélgelerin  gelismislik
derecelerine gore siralanmast imkidnt ortaya c¢itknustir. Bu sonuca gore 1.
Temel Bilesene gore hizmet ve sanayi sektorleri dikkate alinarak bir
siralama yapildiginda gayrisafi yurti¢i hasiladaki pay bakimindan ilk 5
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bolgenin Marmara, Ege. I¢ Anadolu, Akdeniz ve Karadeniz Bolgeleri
oldugu: son iki bdlgenin ise sirasiyla Giiney Dogu Anadolu ve Dogu
Anadolu Bélgeleri oldugu ortaya ¢ikmistir.

Daha sonra gelismislik dereceleri birbirine yakin olan bolgeleri gbrmek ve
ortak yorum yapmak amaciyla uygulanan kiimeleme analizini sonucunda
Giiney Dogu Anadolu, Akdeniz, Ege, I¢ Anadolu. Karedeniz ve Dogu
Anadolu Bolgelerinin ayni grupta yer aldigi, Marmara Bolgesinin ise tek
basma ayri bir grupta yer aldigi goriilmtstiir.

7 bolge arasindaki uzaklik degerlerini kullanarak, bu bdlgelerin ¢ok boyutlu
uzaydaki konumlarii ve iligski yapilarini gorebilmek i¢in uygulanan Cok
Boyutlu Olgekleme analizi sonucunda ise birinci boyuta gére Dogu Anadolu
ve Marmara Bolgelerinin ozellikle sanayi ve hizmet sektorleri bakimindan
birbirlerine en uzak bélgeler oldugu, ikinci boyuta gore ise Dogu Anadolu ve
Ege Bolgelerinin ele alinan tiim sektorler bakimindan birbirlerine en uzak
bolgeler oldugu goriilmistir.
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