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COVID-19 Déneminde Banka Kredi Risk Bilgileri Uzerine Bir Analiz
An Analysis on Bank Credit Risk Information in the Period of COVID-19

Ars. Gor. Dr. Esra AKSOY"“'%, Prof. Dr. Mehmet GENCTURK "2
Oz

COVID-19 salgimt bircok iilkede kiiresel boyutta etkisini gdstermistir. Salginin etkisi ile o6zellikle
ekonomik ve sosyal alanlarda olumsuz degisimler yasamistir. Tiirkiye’de finansal sistemin en 6nemli dali
olan bankacilik sektorii salgin doneminde oldukga etkilenmistir. Bankacilik sektorii salgin doneminin
olumsuz etkileri ve belirsizlik ortaminda giivenli bir sekilde faaliyetlerine devam edebilmek igin birtakim
onlemler almistir. Bu dnlemler salgiin etkisi ile olusan riskli siireci daha iyi yonetmeye ve en az zararla
atlatmaya yardimci olmustur. Pandemi doneminde bankalarin karsilastigi en biiyiik problemlerden biri ise
kredi riski olmustur. Bu baglamda caligmanin amaci ise pandemi doneminde bankalarin en ¢ok
karsilagtig1 kredi risklerini incelemektir. Caligmada bankalar tarafindan Tiirkiye Bankalar Birligi Risk
Merkezine bildirimi yapilan nakdi kredilerin ve tasfiye olunacak alacaklarm, gelecek donemler igin
tahminleri yapilmistir. Analizde gri sistem teorisi i¢inde yer alan gri tahmin modeli GM (1,1) tercih
edilmistir. Analiz igin 2020/02-2021/12 donemine ait ¢eyrek donemlik veriler kullanilmustir. Veriler ile
GM (1,1) modelleri kurulmustur ve simiilasyon degerleri hesaplanmigtir. Kurulan modellerin goreli hata
paylar1 sirasi ile %3,42 ve %1,49 olarak hesaplanmistir. Ardindan gelecek iki geyrek donem igin
bankalarin nakdi kredileri ve tasfiye olunacak alacaklar tahmin verileri elde edilmistir. Sonug olarak elde
edilen bulgularla bankalarin kredi riskleri hakkinda 6ngoriide bulunulmustur. Bu ¢alismadan elde edilen
sonuglarin bankalarin uygulayacaklari politikalara katk: saglamasi beklenmektedir.
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Abstract

The COVID-19 pandemic has had a global impact in many countries. The effect of the epidemic, negative
changes have been experienced, especially in the economic and social fields. The banking sector, which is
the most important branch of the financial system in Tiirkiye, was also affected by the epidemic. The
banking sector has taken some measures in order to continue its activities safely in the environment of
negative effects and uncertainty of the epidemic period. These measures have helped to better manage
the risky process caused by the effect of the epidemic and to overcome it with the least damage. One of
the biggest problems faced by banks during the pandemic period has been credit risk. The aim of the
study is to examine the credit risks that banks face most during the pandemic period. In the study, the
cash loans and non-performing loans, which are notified to the Risk Center of the Banks Association of
Tiirkiye by the banks, are estimated for future periods. In the analysis, the grey prediction model GM
(1,1) was preferred. Quarterly data for the period 2020/02-2021/12 was used for the analysis. GM (1,1)
models were established by the data and simulation values were calculated. The relative error margins of
the established models were calculated as 3.42% and 1.49%, respectively. For the next two quarters,
estimation data on banks' cash loans and non-performing loans are obtained. As a result, predictions were
made about the credit risks of banks with the findings obtained. It is expected that the results obtained
from this study will contribute to the policies that banks will implement.
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Giris

2019 yilinin sonlarinda Cin’de ortaya ¢ikan ve kisa bir siirede tiim diinyay: etkisi altina
alan COVID-19 pandemisinin etkileri giiniimiizde hala devam etmektedir. COVID-19
pandemisi basta finansal piyasalar olmak iizere {ilke ekonomisine ¢ok yonlii zarar vermektedir.
Tirkiye pandemiden etkilenen iilkeler arasinda yer almistir. COVID-19 pandemisi ile sosyal,
kiiltiirel ve ekonomi anlaminda insanlarin yasam ve faaliyet alanlar1 olumsuz etkilenmistir.
Ozellikle 2020 Nisan ayimndan itibaren pandeminin etkisi oldukga hissedilmeye baslanmus ve 2.
ceyrek donemde ekonomik hareketliligin azaldigi goriilmiistiir. Tiirkiye’de salginin olumsuz
etkilerinden korunma amacl, hizmet sektoriinde faaliyetlerde kisitlama ve faaliyete ara verme
yasanmistir. Bir¢ok is kolunda ise faaliyetlerde duraksama yasanmistir (Adigiizel, 2020, s. 193).

Tirkiye’de pandemiden kaynakli olumsuz etkilerin engellenmesi adma finans
sisteminde bircok Onlemler ve kisitlamalar uygulanmistir. Bu kisitlama ve onlemlerin
uygulandig1 finans sisteminin basinda bankacilik sektorii gelmektedir. Tiirkiye’de finans
sistemin i¢inde bulunan bankacilik sektoriiniin yeri olduk¢a 6nemlidir. Bankacilik Diizenleme
ve Denetleme Kurumu (BDDK)’nin 2020 yillik faaliyet raporuna gore Tiirk bankacilik
sektoriiniin %87,5 ile finansal sektor i¢inde en bilyilik paya sahip oldugu goriilmektedir. Finansal
sistemin isleyisinde bankacilik sektorii onemli rol oynamaktadir. Bundan dolay1r pandemi
stirecinde bankacilik sisteminin maruz kalacagi olumsuz etkilerden daha az zararla ¢ikabilmesi
i¢in uygun ve dogru politikalarla yol almasi gerekmektedir. Ozellikle bankacilik sisteminin
pandemide karsilagabilecegi riskleri iyi bir sekilde analiz etmesi biiylik 6nem tasimaktadir.
Pandemi doneminde hiikiimet tarafindan birtakim kontrol Onlemleri alinmis ve kisitlama
politikalar: uygulanmstir. Alinan bu kontrollere ve uygulanan kisitlama politikalarma uyum
siirecinde bankacilik faaliyetlerinde yavaglamalar olmustur. Bunun nedenlerinin basinda ise
belirsizlik karsisinda politikalarin ve kisitlamalarin nasil uygulanacagi ve olas1 engeller
karsisinda en az zararla ¢ikabilme diislincesi yatmaktadir. Pandemi ile miicadele etmek icin
iilkeler hizli bir sekilde ekonomi politikalar1 uygulamaya baglayarak bir dizi mali 6nlem
paketlerini yiiriirlige koymustur. COVID-19 pandemisi ile ekonomi iizerindeki olumsuz
etkilerini azaltilabilmesi adina, Tiirkiye’de 18.03.2020°de Ekonomik Istikrar Kalkani Paketi
aciklanarak uygulamaya koyulmustur (Arabaci ve Yiicel, 2020, s. 200). Uygulanan Ekonomik
Istikrar Kalkan1 Paketinde dzellikle bankacilik alaninda uygulamalara yer verilmistir.

Bankalarin vermis oldugu hizmetlerin basinda krediler gelmektedir. Bankalar kredi
hizmeti ile risk ve karliligi dengeleyerek siirdiiriilebilirliklerini korumaya c¢aligmaktadirlar.
Pandemi doneminde de bankacilik sektoriinde yer alan bazi bankalar kontrollii normallesme
slirecine girmistir. Bu siiregte bircok kredi destek paketleri olusturulmustur. Bunlar; tatil destek
kredileri, avantajli konut kredileri, koronaviriis hastaligina yonelik sigorta paketleri vb.
seklindedir. Bankacilik sektoriiniin bu siire¢ boyunca yasanmasi kaginilmaz olan olumsuzluklari
en aza indirebilmesi i¢in devlet politikalar1 ile sirketlerin vergi ve kredi borglarini
erteleme/yeniden yapilandirma, merkez bankalarimin likidite saglama gibi farkli birgok
ekonomik ve finansal destekler saglanmistir (Yetiz, 2021, s.111). Pandemi krizi yonetimi ile
miisterilere destek kredileri saglanmistir. Bu kredilerin basinda nakit 6deme yapilma sureti ile
verilen nakdi krediler de bulunmaktadir (Arabaci ve Yiicel, 2020, s. 199).

Bu gelismelerin karsisinda bireyler ve sirketler ayakta durabilmek ve ekonomik
faaliyetlerini siirdiirebilmek i¢in bankalarin destek paketlerinden, borg¢ ertelemelerinden ve
yeniden yapilandirma gibi imkanlarindan yararlanmslardir. Pandeminin ne kadar siirecegi ve
ekonomiyi ne kadar siire daha etkileyecegi en biiyiik belirsizlik olmustur. Bu belirsizlik
karsisinda bankalarin kullandirdiklar1 destek kredilerinin geri doniislerinin belirsizligi de
bankalar i¢in ayr bir risk alan1 olusturmustur. Demirgiic Kunt vd. (2020), pandeminin 6zellikle
konvansiyonel bankalar {izerinde yarattigi olumsuz etkinin, sirketlere ve diger banka dis1 finans
kuruluslaria gore ¢ok daha belirgin ve uzun siireli olabilecegini vurgulamistir (Demirgiic Kunt,
2020, s. 27). Bu baglamda pandemi siireci ile bankacilik sektoriinde karsilasilan en onemli
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sorunlardan biri de kredi riski olmaktadir. Tiirkiye Bankalar Birligi Risk Merkezine, iiyeleri
tarafindan belirli araliklarla kullandirmis olduklar1 nakdi kredi ve tasfiye olunacak alacak
bilgileri sunulmaktadir. Bu bilgiler kamuoyunu bilgilendirme amagl paylasilmaktadir. Bu
bilgiler dogrultusunda 6zellikle pandemi gibi belirsizlik ortaminda bankacilik sektorii kredi risk
bilgilerinin gidisati hakkinda genel bir bilgi sahibi olunabilmektedir. Bu baglamda calismanin
amac1 salgin déneminde bankalarin en ¢ok karsilastigi kredi risklerini incelemektir. Pandemi
siirecinde yasanan belirsizliklerle birlikte bankalarin kullandirmis olduklart nakdi krediler ve
tasfiye olunacak alacaklarin gelecek donemler i¢in tahminleri yapilmigtir. Analiz igin Gri Sistem
Teorinin temel yontemi olan GM (1,1) modeli kullanilmistir. GM (1,1) modelinin tercih edilme
sebebi ise bilgi eksikliginde ve verilerin az oldugu durumlarda yiiksek giivenirlikli sonuglar
verebilmesidir. Pandeminin yakin zamanda ortaya ¢ikmasi ve pandemi siireci boyunca kisitl
verilere sahip olunmast GM (1,1) modelini tercih etme sebebi olmustur. Calismaya Oncelikle
literatlir arastirmasi ile baslanmistir. Yerli ve yabanci literatiirde yapilan c¢alismalar
incelendikten sonra uygulama igin ele alinan verilerle GM (1,1) modeli kurulmustur. Kurulan
model yardimi ile simiilasyon degerleri hesaplanmustir. Elde edilen simiilasyon degerleri ile
ham veri arasindaki hata pay1 hesaplanmistir. Ardindan modelin giivenilirligi test edilmistir.
Model giivenirlik testinden gectikten sonra bankalar tarafindan bildirilen nakdi krediler ve
tasfiye olunacak alacaklarin gelecek donem tahmin degerleri elde edilmistir.

1. Literatiir Taramasi

Analiz i¢in kullanilan GM (1,1) yontemi oldukga tercih edilen yontemlerden biri
olmakla birlikte bircok alanda uygulanmaktadir. Uygulama alanlarindan biri ekonomi olmakla
birlikte, yapilan ¢aligmalardan bazilar1 Tablo. 1°de verilmistir.

Tablo 1. GM (1,1) yontemi ile yapilan bazi ¢caligmalar

Uygulama Alani Yazar/Yazarlar

Portfoy se¢imi Ong vd. (2005)

Hisse senedi tahmini ve portfoy se¢imi Huang ve Jane (2009)

Veri isleme bazinda yerel finansman tahmini Jian-Gang ve Xian-Jun (2009)
ABD dolari-euro paritesi tahminlemesi Kayacan vd. (2010)

Do6viz kuru tahmini Lin vd. (2012)

Kiigiik ve orta 6l¢ekli igletmelerin finansman zorluguna finansal baski Zhang ve Chen (2014)
yaklagimi iizerine inceleme

Ekonomi verileri iizerine tahminleme Tao ve Shan (2014)

Altin fiyati tahmini Barczak (2014)

Kredi kart1 kullanimlari iizerine analiz Yildirim ve Keskintiirk
(2015)

Fon arz ve talebi agiginin analizi Jiang, ve Wu (2015)

Karbon finans piyasasi tabanli fiyat tahmini Zhang (2016)

Maliyet {izerine tahmin Zhao, (2016)

Lojistik sirketlerinin performanslari Yu, Wang ve Ho (2016)

Banka karlilig1 Omiirbek vd. (2018), Omiirbek
vd. (2018)

Banka kredi kart1 oraninin analizi Chin ve Chang (2019)

Dogrudan yabanci yatirimlarin ekonomik biiylime tizerindeki etkinligini  Wang ve Le (2019)
degerlendirme

Konut Fiyat Tahmini Li (2019)

Altin fiyat talep tahmini Rathnayaka ve Seneviratna
(2018)

Yesil finans endeksinin 6l¢limii ve yesil finansin gelisme tahmini Wang vd. (2021)

2. Yontem

Calismada kullanilan yontem gri sistem teorisidir. Gri sistem teorisinin en temel
modellerinden biri GM (1,1) modelidir. Analizde GM (1,1) modeli kullanilarak tahmin degerleri
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elde edilmistir. Gri sistem teorisinin ve GM (1,1) modelinin detayli agiklamasi asagida
verilmistir.

2.1. Gri Teori

Gri Teori, 1980 yillarinda ortaya atilan bilimsel bir teoridir ve Julong Deng tarafindan
formiile edilmistir (Liu vd., 2012, s. 90). Gri sistem teorisi, rastgele secilen tiim o6rnek
cesitlerinin belirli bir aralikta degisen gri gesitler olarak tanimlanmaktadir (Shen ve Lu, 2014, s.
82). Ayn1 zamanda Gri sistem kiigiik verilerin belirsiz problemlerine odaklanmaktadir (Yuan ve
Chen, 2016, s. 1476). Gri sistem teorisinde bilinen ya da belirsiz bilgiler ile veri {iretme
yaklasimi dogrultusunda, ham veriler diizenli bir iiretici seriye dondistiiriilebilmektedir.
Ardindan elde edilen verileri kullanarak arastirma ve modelleme yapilabilmektedir (Shen ve Lu,
2014, s. 82).

Gri sistem teorisinin amaci, sosyal ve doga bilimleri arasindaki mevcut boslugu
doldurmaktir. Boylelikle, Gri sistem teorisi disiplinler arasi alanlar1 icermekle beraber cesitli
uzmanlik alanlarini da biinyesinde barindirmaktadir (Julong, 1989, s. 1).

Teori basarilt uygulamalari ile Gri Sistem kavrami olarak Cin'de iyi bilinmektedir. Gri
Sistemin uygulama alanlar1 ise; tarim, ekoloji, ekonomi, meteoroloji, tip, tarih, cografya, sanayi,
deprem, jeoloji, hidroloji, sulama stratejisi, askeri isler, spor, trafik, yonetim, malzeme bilimi,
gevre, biyolojik koruma vb. (Julong, 1989, s. 1).

2.1.1. Gri Tahmin Yontemi

Gri sistem teorisinin temeli, gri iliskisel alan, gri iretim alani, gri tahmin, gri karar
verme, gri kontrol, gri matematik, gri teori alanlarini kapsamaktadir (Julong, 1989, s. 2-3). Gri
tahmin yontemi, sistemin s6z konusu olan gelecek donemleri hakkinda tahmin iiretebilmesidir.
Sistemin belirsiz Ozelliklerini anlayabilmek {izere ham veri setleri kullanilarak tahmin
yapilmaktadir (Liu ve Lin, 2010, s. 133). Gri tahmin teorisi, gri sistem teorisinin 6nemli bir
dalidir. Gri tahmin bes ana kategoriyi kapsamaktadir. Bu kategoriler; zaman serileri tahmini,
afet tahmini, mevsimsel afet tahmini, topolojik tahmin ve sistematik tahmindir (Xie ve Liu,
2009, s. 1174). GM (1,1) modeli, Gri Sistem Teorisi'nin en énemli modellerindendir (Yuan ve
Chen, 2016, s. 1476). Ayn1 zamanda GM (1,1) modeli, tahmin teorisinin ana modelidir. GM
(1,1) modeli en az dort veri ile olusturulan ve yiiksek hassasiyetli sonuglar sunan tek degisken
birinci dereceden gri modeldir. GM (1,1) modeli, uygulandig1 alanlarda basarili ve tatmin edici
sonuglar gostermistir (Xie ve Liu, 2009, s. 1174).

2.1.2. GM (1,1) Modeli

GM (1,1) metodu, birinci dereceden tek degiskenli gri modeli olarak ifade edilmektedir
(Liu ve Lin, 2010, s. 107). Temel GM (1,1) modelinin adimlar1 asagidaki gibidir;( Xie ve Liu,
2009, s.1174-1175; Liu ve Lin, 2010, s. 107-108).

Ham veri seti olusturulur ve X negatif degerler igermeyen orijinal veri serisidir.
X ©@ = (x @), x?(2),...,x?(n))

1. dereceden toplam iiretim operatérii yardimiyla X® serisi olusturulur.

X® = (xD1D),x?(2),...,.x7(n)), X serisi elde edilmesinin ardindan

X @k +ax® (k) =b esitligi elde edilir. Bu esitlik GM (1,1) modelinin orijinal bigimi
olarak ifade edimektedir.

X® serisi kullanilarak Z® serisi elde edilir.

70 (k) = %(x(l)(k) x® 4 (k=1), k=23...n.
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Z® serisi yardimi ile; x @k +az® (k) =b elde edilir ve GM (1,1) modelinin temel
bi¢imi olusturulur.

XY ve ZW serileri elde edildikten sonra eger a=(a,b)’ parametrelerinin bir
dizilimiyse ve

[ x©(2) ] —z®@2) 1]

x@(3) -z9@3) 1
Y = . B=

X (n) | —z®(n) 1]

ise en kiiciik kareler yontemi ile tahmin etmek i¢in daha Once elde edilen

xQk +az®(k)=b esitligi kullamlarak GM(1,1)’ in parametrelerine karsilik gelen a
vektorii elde edilir.

a=(ab)":
a—=(B"B)B"Y

Eger (a,b)" _(B"B)'B'Y ise,
dx®
——  +ax® =b, seklinde ifade edilen 1. dereceden tiirevlenebilir esitlik elde edilir;

dt

x® (t) = (x(l) 1) - Eje‘“ L0 Yani;
a a

~ b b
X (k+1)=(x<°>(1)——Je‘ak+— k=1,2,3...n
a a

Elde edilen 1. dereceden tiirevlenebilir esitlige ters kiimiilatif iglemi uygulanir ve
tahmin degerleri asagida gosterilen model yardimi ile hesaplanir.

A (0) A A @ NG b
x k+D)=a®xk+)=x (k+D)-x (k)= (1—ea)(x(°) @ ——Je‘ak :
a

k=1,2,..n

Tahmin degerleri i¢in hata pay1 hesaplanir. Ardindan modelin gelecek tahmini igin
giivenirligi test edilmektedir. Burada, X ham veri setinin herhangi bir k eleman i¢in tahmin
hatas1 ¢©@ (k) ile gosterilmektedir. & (k) asagidaki denklem yardim ile hesaplanir (Liu ve
Lin, 2010, s. 133-134).

9 =(e(),£(2),...e(n)) = (X Q) - >A<(O) D), x(2) - >A<(O) (2),..x(n) - >A<(0) ()

X© ham veri setinin herhangi bir k eleman: i¢in hata orani A, ile gosterilmektedir.
Hata oranm1 asagidaki gosterildigi gibi hesaplanarak ytizdesi alinir.
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(Lo |
A ‘(Ix“” o

— n
Olusturulan modelin ortalama goreli hatast A = 1ZAK kullanilarak hesaplanir.
k=1
Ortalama goreli hata orani elde edilmesinin ardindan modelin giivenirligi test edilmektedir.
Bunun i¢in Tablo 2’de gosterilen model testi dogruluk 6lcegi kullanilmaktadir.

@ | [ &) [} (i
X(O) (2)|""|X(0) (n)|) - {Ak }1

Tablo 2. Model testi dogruluk 6l¢egi

Dogruluk Olgegi Esik Goreli Hata
o
1. seviye 0.01
2.seviye 0.05
3.seviye 0.10
4.seviye 0.20

Kaynak: Liu ve Lin, 2010, s. 135

Elde edilen deger A < « ise gelecek tahmini yapilabilir. 1— A ise modelin giivenirlik
oranini ifade etmektedir.

3. Uygulama ve Bulgular

COVID-19 pandemisi finansal sistemi oldukca fazla etkilemistir. Bir¢ok iilke finansal
sistemler iizerindeki olumsuz etkileri azaltabilmek adina politikalar uygulamistir. Bu uygulanan
politikalar 6zellikle bankacilik sistemi iizerinde Onemli degisimler gdstermistir. Ozellikle
pandemi siirecinde kullandirilan krediler ve tasfiye olunacak alacaklar bankalarin gelecekte
uygulayacaklar1 politikalar1 agisindan 6nemlidir. Tiirkiye’nin bankacilik sektorii alaninda
uyguladigi destek kredileri ve bu kredilerin geri donislerinin bilgisi pandemi siirecinin
belirsizligi i¢indedir. Bu ¢alisma ile gelecek donemler igin tahminde bulunarak bankalarin olasi
politika uygulamalarina katki saglanmasi amaglanmistir. Calismada TBB Risk Merkezi’nde her
ay diizenli olarak yayinlanan “risk merkezi aylik biilteni” verileri kullanilmigtir. Kullanilan
veriler; “bankalar tarafindan bildirimi yapilan nakdi krediler” ve “bankalar tarafindan bildirimi
yapilan tasfiye olunacak alacaklar” ‘dir. Analiz i¢in 2020/04-2021/12 doénemine ait aylik
verilerin toplami alinarak ¢eyrek donem verileri elde edilmistir. Elde edilen ¢eyrek donemlik
veri seti Tablo 3.’de gosterildigi gibidir.

Tablo 3. Bankalar tarafindan bildirimi yapilan nakdi krediler ve tasfiye olunacak alacaklar

Donem 2020/Q 2020/Q 2021/Q 2021/Q 2021/Q 2021/Q

3 4 1 2 3 4
Nakdi Krediler (Trilyon TL) 10.56 11.01 11.08 11.75 12.01 14.11
Tasfiye Olunacak Alacaklar (Milyar 494,7 497,5 504,5 501,4 504,2 535,6
TL)

Kaynak: https://www.riskmerkezi.org/

Analiz i¢in Gri tahmin modeli kullanilmistir. Gri tahmin modellerinden GM
(1,1) tahmin modelleri kurulmustur. Once nakdi krediler ardindan tasfiye olunacak alacaklar
i¢in analiz iglemleri gerceklestirilmigtir.

Nakdi krediler igin gergeklestirilen analizin agsamalar1 agagidaki gibi gosterilmistir.

Analize ilk olarak ham veri setinin olusturulmasi ile baslanmistir. Nakdi krediler igin
Tablo.3’deki ham veri seti ile X© dizisi olusturulmustur. Ardindan X dizisinin kiimiilatif
toplami alinarak X® dizisi olusturulmustur.

x® 10,558 21,571 32,65 44,402 56,411 70,524
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Elde edilen veriler kullanilarak olusturulan X © dizisi {izerinden yari diizgiinliik (quasi-
smooth) kontrolii yapilmistir (Liu ve Lin, 2010, s. 113),

X5 X(e)
P(8) =~ oy =0.2704 p(6) =~ = 0.2501
(4) (5)

Yar1 diizgiinlik kontroliinde kosul; k>3 oldugu durumlarda hesaplanan degerlerin
0,5’den kiiciik olma sartinin saglanmasi gerekmektedir. Yapilan hesaplama sonucunda, p(5) ve
p(6) <0.5 kosulunu sagladigs i¢in X dizisi yar1 diizgiinliik sartim saglamaktadir.

Olusturulan X® dizisi iizerinden ise yar1 Ussellik (quasi exponentiality) kontrolii
yapilmistir (Liu ve Lin, 2010, s. 133).

@ @

X
o (5) = X&) ~1.2704 o (6) = ~1.2501
o X&)

Yar {issellik kontrolii i¢in kosul: k>3 oldugu durumlarda (S(l)(K) € [1,1.5] olmalidir.
Hesaplanan degerler (5(1)(5) ve G(l)(ﬁ) € [1,1.5] oldugundan dolayr X dizisi yan iissellik kuralim
saglamaktadir.

Yar1 diizgiinliik ve yart issellik kontrollerinden sonra GM (1,1) modeli kurulacaktir.
Bunun i¢in X ™ dizisi kullamilarak Z dizisi olusturulmustur.

zW 10,558 16,0645 27,1105 38,526 50,4065 63,4675

Z® dizisi olusturulduktan sonra GM(1,1) parametreleri Y ve B  olusturulmustur.
Olusturulan parametreler asagidaki goriildiigii gibidir;

2] 11 0n1 —z®0(©2) 1] [-16,0645 1
X (3) 1 -z®@ 1| |-27,1105 1
Y = X(O)(4) ~|11,75 B = —Z(l)(4) 11 =| -38,526 1
x@ ()| |12,01 _zW(5) 1| |-50,4065 1
X(O)(ﬁ) 114,11 | _Z(l)(6) 1| [ —63,4675 1]

a ve b parametreleri ise agagida gosterildigi gibi hesaplanmuistir.

: -0,0612
a=(B"B)'B'Y =
9,5977

Hesaplanan a ve b parametreleri yardimi ile model kurulmustur. Kurulan model asagida
gosterildigi gibidir.

@
dX _5.0612x® = 9,5977

NE)

x (k+1)=167,28e*%* ~156,72

Elde edilen model yardimi ile tahmin degerleri hesaplanmistir ve asagida gosterildigi
gibidir.

200



Aksoy ve Gengtiirk / COVID-19 Déneminde Banka Kredi Risk Bilgileri Uzerine Bir Analiz / An Analysis on Bank
Credit Risk Information in the Period of COVID-19

N A0 A0 A0 A0 A A

X x @D x @ x @B x @ x OB x (6

N

X  Tahmin Dizisi (Kiimiilatif) 10,56 21,12 32,35 44,30 56,99 70,49

A0
Hesaplanan X tahmini kiimilatif toplam degerlere, ters kiimiilatif islemi uygulanarak
tahmin degerleri elde edilmistir. Elde edilen degerler asagidaki gibidir.

~(0) A(0) ~(0) A(0) A(0) A(0) A(0)

X X @ x (2 x (3 X (4 x (5 x (6)

~(0)

X Tahmin Dizisi 10,56 10,56 11,23 11,94 12,70 13,50

Tahmin degerlerinin elde edilmesinin ardindan ham veriler ve tahmini veriler
kullanilarak goreli hatalar hesaplanmistir ve Tablo 4’de gosterilmistir.

Tablo 4. Nakdi krediler modeli i¢in hesaplanan goreli hata degerleri

Ham veri Tahmini Veri Goreli Hatalar %
A (0) le(K))|
(0) _
(k) x (k) B = A‘” ()
2020/Q4 11,01 10,56 0,04
2021/Q1 11,08 11,23 0,01
2021/Q2 11,75 11,94 0,02
2021/Q3 12,01 12,70 0,06
2021/Q4 14,11 13,50 0,04

Hesaplanan goreli hata verileri kullanilarak ortalama goreli hata orani elde edilmistir.
— 1 6
A=="A, =%3,42
5 k=2
Modelin giivenilirliginin test edilmesi i¢in elde edilen ortalama goreli hata orani, model

testi dogruluk 6l¢egi ile karsilagtirilmigtir. Kargilagtirma i¢in Tablo 2 kullanilmistir.

Modelin giivenirligi i¢in ortalama goreli hata orani, dogruluk test Olgegi ile
karsilastirilmigtir. Goriildiigii izere modelin ortalama goreli hata oranm1 %3.42, 2. Seviye (0.05)

esiginin altinda kaldig1 i¢in (A < « ) uygun aralikta oldugu anlagilmistir. Bu durumda kurulan
modelin giivenirligi saglandigi i¢in gelecege ait tahminler yapilabilecektir.

Gelecek donemler igin hesaplanan tahmin degerleri Tablo 5’de gosterilmistir.

Tablo 5. Nakdi kredi verileri, tahmin degerleri ve gelecek donem tahmin degerleri

Ham veriler Tahmin Degerleri
2020/Q4 11,01 10,56
2021/Q1 11,08 11,23
2021/Q2 11,75 11,94
2021/Q3 12,01 12,70
2021/Q4 14,11 13,50
2022/Q1 14,35
2022/Q2 15,25

Sonuglara bakildiginda bankalarin kullandiracaklar kredi tutarlar1 gelecek donemlerde
de artis gosterecegi tespit edilmistir. Elde edilen sonuglarda ortalama %3,42 sapma olabilecegi
g6z oOniinde bulundurularak; 2022’nin ilk ¢eyreginde 14,3 trilyon TL nakdi Kkredi
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kullandirilacagr  beklenirken, 2020’nin ikinci ¢eyreginde 15,2 trilyon TL olarak
ongoriilmektedir.

Ayni iglemler tasfiye olunacak alacaklar verilerine de uygulanmistir. Biitiin analiz
asamalar1 gergeklestirilerek modelin ortalama goreli hata oran1 %1,49 ¢ikmustir. Hesaplanan bu

oran, 2. Seviye (0.05) esiginin altinda kaldig1 i¢in (A < o ) uygun aralikta oldugu anlagilmistir.
Bu durumda tasfiye olunacak alacaklar i¢in kurulan modelin giivenirligi saglanmistir. Ardindan
kurulan model ile gelecek donemlere ait tahminler yapilmistir.

Gelecek donemler igin hesaplanan tahmin degerleri Tablo 6’da gosterildigi gibidir.

Tablo 6. Tasfiye olunacak alacaklar verileri, tahmin degerleri ve gelecek donem tahmin

degerleri
Ham veriler Tahmin Degerleri
2020/Q4 497,50 493,40
2021/Q1 504,50 500,90
2021/Q2 501,40 508,51
2021/Q3 504,20 516,24
2021/Q4 535,60 524,09
2022/Q1 532,05
2022/Q2 540,13

Sonuglara bakildiginda bankalara ait tasfiye olunacak alacak tutarlarinin gelecek
donemlerde de artis gosterecegi tespit edilmistir. Elde edilen sonuglarda ortalama %21,49 sapma
olabilecegi gbz oniinde bulundurularak; 2022’nin ilk ¢eyreginde 532,05 milyar TL tasfiye
olunacak alacaklar beklenirken, 2020’nin ikinci ¢eyreginde ise 540,13 milyar TL olarak
ongoriilmektedir.

Tartisma

Pandeminin devam etmesi ile azalan giiven ortami sonucunda bankalar kullandirmig
olduklar1 kredilerin tahsilatini almakta zorluklar yasamaktadirlar. Bunun beraberinde
kisitlamalarla birlikte azalan islem hacmi bankalarin gelirlerini de olumsuz yonde
etkilemektedir. Yasanan bu gelismeler bankalarin likitidelerini ve riskli varlik miktarlarini ve
dolayisiyla karliliklarini etkilemektedir. Bu belirsizlik ortaminda bankalar, farkli varsayimlar
altinda senaryo analizleri yapmaktadirlar. Boylelikle ilerleyen dénemlerde olusabilecek finansal
etkileri yonetmeyi hedefleyebilmektedirler (“COVID-19 Krizinin”, 2020). Bu varsayim altinda
yapilan bu calisma ile bankalarin gelecek donemler i¢in uygulayacaklar1 politikalara katki
saglanmasi amaglanmistir. Analiz sonuglarinda nakdi kredilerin ve tasfiye olunacak alacaklarin
miktarlarinda gelecek donemler icinde artis bekleyecegi tahmin edilmektedir. Yapilan tahminler
nakdi krediler i¢in %3,42 hata payi ile 2022’nin 1.¢eyreginde 14,35 Trilyon TL, 2. Ceyreginde
ise 15,25 Trilyon TL olarak gerceklesecegi beklenmektedir. Ayni sekilde tasfiye olunacak
alacaklarda %1,49 hata pay1 ile 2022’nin 1l.¢ceyreginde 132,05 Milyar TL, 2. Ceyreginde ise
540,13 Milyar TL olarak gergeklesecegi beklenmektedir. Elde edilen bulgularda artig
gozlemlenmektedir. Gergeklesen verilerde ve tahmin degerlerindeki bu artis hizi pandemi
siirecinden kaynaklanip kaynaklanmadigini arastirmak icin pandemi Oncesi verilerle
karsilastirilmistir. Sekil.1’de gorildiigh lizere pandemi oncesi donemlerde nakdi krediler belli
bir seviyelerdeyken 2020’nin ilk ¢eyreginden sonra hizla artis yasadigi gorillmektedir. Tasfiye
olunacak alacaklar ise, 2018 yilindan itibaren artis goriilmekle birlikte 2020’nin 6. ayindan
itibaren uzun bir siire belli bir seviyede kalmaya devam etmistir. Bunun temel nedenlerinden
biri ise, Ekonomik Istikrar Kalkani Paketinde yer alan kredi ddemelerindeki gecikmelere
uygulanan esneklik olabilecegi diigiiniilmektedir. BDDK’nin aldigi karara istinaden kredi
O6demelerinde yagsanabilecek gecikmelere esneklik taninmustir. Gecikmeye giren kredilerin takip
hesaplarina aktarilmadan 6nce doksan giin olan bekleme siiresinin yiiz seksen giine
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c¢ikarilmasia karar verilmistir. Boylece takip aktarim siiresinin uzatilmasi saglanmigtir (“Tim
Detaylartyla Ekonomik™, 2020).

Pandemi ile birlikte kamu bankalar1 tarafindan vatandaslara verilen diisiik faizli temel
ihtiyag destek kredisi 6 ay geri 6demesiz olarak kullandirilmustir. ilerleyen dénemlerde de
alman kredileri yapilandirma firsati sunulmustur. Bunun beraberinde aylik gelirinin 5 bin TL
altinda oldugunu beyan edebilen vatandaslara da kredi kullanma hakk: taninmustir (“Bireysel
Temel Ihtiya¢”, 2021). Bu gelismeler beraberinde nakdi kredi kullanim miktarlarinda artis
yagsanmistir.

Sekil.1. Nakdi krediler ve tasfiye olunacak alacaklar zaman serisi grafigi

Nakdi Krediler (Milyar TL)
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Kaynak: TBB Risk Merkezi Aylik Biiltenleri (https://www.riskmerkezi.org/)

2021’in son iki ayinda yasanan gelismelerin beraberinde artan nakdi kredi kullanimi
gelecek donem tahmin degerlerini etkilendigi ve ilerleyen donemlerde de etkilemeye devam
edecegi beklenmektedir. 2021 yilinin son iki ayinda yasanan bu gelismelerin nedeni; Merkez
Bankasi'nin politika faizinde indirim sinyalini eyliil aymin basinda vermis olmasidir. Ayni
zamanda eyliil toplantisinda da politika faizinde ilk indirimi yapmis olmasidir. Bu aydan
itibaren eyliil ay1 tiiketici enflasyonunda artis hizlanmistir. Thtiyag kredisi bakiyesi ise
biiyiimesini siirdiirmiistiir ve kasim itibariyle 467 milyar liraya yiikselmistir. Aralik 2021 ve
Ocak 2022 aylarinda da bu artislar siirmeye devam etmistir (“Bireysel Krediler”, 2022). Bunun
beraberinde ticari krediler ise kasim ayinda gegen yilin ayni ayina gére %37 artmistir. Kasim
ay1 itibariyle ilk kez ihtiya¢ kredisi kullananlarin sayisinda da artis gézlemlenmistir. Ayni
zamanda TL’de yasanan deger kayb1 ve yiiksek enflasyondan kaynakli alim giiciiniin azalmasi,
bireylerin kredi ve kredi karti borglarinda artis yasanmasina neden olmustur (“Bireysel
Krediler”, 2022). Bdoylelikle 2021 yilinin son iki ayinda yasanan gelismelere paralel olarak
beklenen nakdi krediler ve tasfiye olunacak alacaklardaki artis analiz sonuglar1 ile de
ortiismektedir.
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Sonuc¢

Tirkiye’nin finansal alanda belkemigini olusturan bankalarin, pandemi déneminde
kullandirmis olduklar1 nakdi kredileri ve tasfiye olunacak alacaklari incelenmistir. Yapilan
analize gore gelecek 2 ¢eyrek donemlik tahmin sonuglart elde edilmistir. Analiz i¢in GM (1,1)
metodu kullanilmisgtir. GM (1,1) metodu, bilgi eksikligi veya az verilerin oldugu durumlarda
giivenilir sonuglar verdigi bilinmektedir. Gelecek tahmin degerlerinde her iki veri iginde artan
cogalan degerler tespit edilmistir. Elde edilen tahmin degerlerinin olas1 nedenlerine bakildiginda
ise bu sonuclar1 destekledigi tespit edilmistir. Buradan ¢ikarim ile pandemi gibi belirsiz ve veri
eksikliginin oldugu durumlarda gelecege ait tahminlerde bulunabilmek i¢in GM (1,1) modelinin
uygun oldugu saptanmustir. Ayni zamanda Demirgiic Kunt (2020), pandeminin konvansiyonel
bankalar tizerinde yarattig1 olumsuz etkinin, diger banka disinda kalan finans kuruluslarina gore
cok daha belirgin ve uzun siireli olabilecegini vurgulamistir. Boylelikle finansal piyasalarda
pandeminin etkisinin uzun siire devam edecegi diisiiniilmektedir. Boylece bankalarin olasi
senaryolara hazirlanmalarinda bu galigmanin fayda saglayacagi diisiiniilmektedir.

Sonug olarak, bu calisma ile kriz ortamlarinda sirketlerin, bankalarin, diger finansal
kurulus vb. kurumlarin daha iyi kararlar almalarina ve daha iyi politikalar uygulayabilmelerine
katki sunmasi beklenmektedir. Aym1 zamanda GM (1,1) metodu, kriz ve belirsizlik ortaminda
ekonomik sorunlarin boyutlar1 hakkinda rakamsal bir degerlendirme olanagi sunmaktadir.
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ETIK ve BILIMSEL ILKELER SORUMLULUK BEYANI

Bu caligmanin tiim hazirlanma siireglerinde etik kurallara ve bilimsel atif gosterme
ilkelerine riayet edildigini yazar(lar) beyan eder. Aksi bir durumun tespiti halinde Afyon
Kocatepe Universitesi Sosyal Bilimler Dergisi’nin hicbir sorumlulugu olmayip, tiim sorumluluk
makale yazarlarina aittir.

ARASTIRMACILARIN MAKALEYE KATKI ORANI BEYANI
1. yazar katki orani : %50
2. yazar katki oran1 : %50
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