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Oz

Kiiresel pazar ortaminda isletmelerin rekabet kosullarinda dogru kararlar alabilmeleri icin
gelecege yonelik Ongoriilii olmalar1 gerekir. Isletmeler hissiyat temelli 6ngérii yerine bilimsel
arastirmalar 1s18inda karar veririler. S6z konusu aragtirmalarin basinda talep tahmin g¢aligmalari
gelmektedir. Bu ¢alismada 2010-2022 yillar1 arasinda ulagim ve turizm sektorlerinde yapilmis talep
tahmin ¢aligmalari incelenmistir. Caligmalarda kullanilan regresyon ve zaman serisi yontemleri ve bu

yontemler dogrultusunda elde edilen sonuglara yer verilmistir. Belirlenen tarih araliginda yapilmis
caligmalar incelenerek giincel talep tahmin yaklasimlari hakkinda bir ¢er¢eve olusturulmustur.

Ulasim sektoriinde yapilan ¢alismalar incelendiginde trafik kazalar1 ve bu kazalar etkileyen
faktorler, ulasim ve etkilendigi unsurlar ve ulasimin gerekliligi olan enerji ihtiyaci iizerine tahmin
caligmalarinin yapildigi anlasilmaktadir.

Turizm sektoriinde ise miisteri memnuniyeti, destinasyon se¢iminde etkili olan unsurlar ve
saglik turizmine yonelik tahmin ¢alismalarinin yapildigi gériilmektedir. Turizm sektoriinde iliskili
hizmet grubunda yer alan “Saglik Turizminin” giin gegtik¢e dnemi ve GSYH’da pay1 artmaktadir. Bu
gelismenin yapilan tahmin ¢alismalarina yansidigi goriilmektedir. incelenen literatiirde, talep tahmin
¢aligmalarinin saglik turizmi tizerinde yogunlagmasi 6énemli bir bulgudur. Saglik turizminde, sunulan
hizmet, fiyat ve bolge secimini etkileyen ¢esitli faktorler dikkate alinarak talep tahmin ¢alismalart
yapilmistir.

Anahtar Kelimeler: Talep Tahmini, Regresyon, Zaman Serisi, Ulasim, Turizm

DEMAND FORECAST STUDIES MADE IN THE TRANSPORTATION AND
TOURISM SECTOR: A FIELD LITERATURE SEARCH

Abstract

In the global market environment, businesses need to be foresighted for the future in order to
make the right decisions in competitive conditions. Businesses make decisions in the light of scientific
research instead of foresight based on sentiment. Demand forecasting studies are at the forefront of these
studies. In this study, demand forecasting studies made in the transportation and tourism sectors between
the years 2010-2022 were examined. The regression and time series methods used in the studies and the
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results obtained in line with these methods are included. A framework has been created about current
demand forecasting approaches by examining the studies carried out in the specified date range.

When the studies in the transportation sector are examined, it is understood that estimation
studies are made on traffic accidents and the factors affecting these accidents, transportation and the
factors it affects, and the energy need, which is the necessity of transportation.

In the tourism sector, it is seen that customer satisfaction, factors that affect destination selection
and estimation studies for health tourism are made. The importance of "Health Tourism", which is in
the related service group in the tourism sector, and its share in GDP are increasing day by day. It is seen
that this development is reflected in the estimation studies. In the reviewed literature, it is an important
finding that demand forecasting studies focus on health tourism. In health tourism, demand forecasting
studies have been carried out by taking into account the service provided, price and various factors
affecting the choice of region.

Keywords: Demand Forecast, Regression, Time Series, Transportation, Tourism

1. Giris

Degisimin her gecen giin daha siddetli hissedildigi diinya kosullarinda bireylerin istek
ve ihtiyag talepleri de degismektedir. Mikro diizeyde bireylerde yasanan talep farkliligi makro
diizeyde sektorel degisimi de beraberinde getirmektedir. Sektorlerdeki bu farkindalik degisim
hizim1 yakalamak hatta degisimin Oniine gegmek istegini artirmaktadir. Degisimin gerisinde
kalmamak i¢in gelecege yonelik dogru ve zamaninda stratejik planlama yapmak onemli bir
unsurdur. Dogru ve iyi bir stratejik planlama yapmak igin piyasa kosullarin1 gozeterek gelecege
yonelik giiclii tahminlerde bulunmak gerekir.

Sektorel arastirmalarda talep tahminleri mevsimlik ve trend gibi gegmis verilerine
dayanilarak yapilir. Talep tahmini, gelecege yonelik varsayimlarda bulunmak igin gegmisteki
verilerin kullanildigi bir siiregtir. Belirsizligin fazla oldugu bir durumda ise geleneksel
yontemlere kiyasla yapay zeka analizleri kullanilir. Talep tahmininde birbirinden farkli nitel ve
nicel yontemler kullanilmaktadir. Bunun sebebi farkli talep yapisinda bulunan verileri uygun
analiz yontemi ile 6l¢erek dogru tahminde bulunma hedefidir. Giincel ¢alismalar incelendiginde
yontemler arasinda dogru tahmin yapma noktasinda karsilastirma yapilan calismalarin
niceliksel olarak ¢oklugu goriilmiistiir. Neden sonug iliskisine sahip, iki ve iizeri degisken
arasindaki iligkiyi modelleyen regresyon analizi de tahmin ¢alismalarinda sik¢a basvurulan bir
istatistiksel yontemdir.

Calisma kapsaminda incelenen ulasim ve turizm sektorlerinde yapilan calismalarda
talep tahmininde regresyon ve zaman serisi analizleri kullanilmistir. Incelenen ulasim ve turizm
sektorli hem birbiriyle iliskili hem de birbirinden farkli sektorlerdir. Turizm sektoriinde miisteri
talep tahmini lizerinde yapilan ¢aligmalarda destinasyon noktalarina ulagimin énemli bir faktor
olarak degerlendirildigi goriillmektedir. Turizm sektoriinde dikkat ¢eken bir diger nokta saglik
turizm lizerine yapilmis ¢alismalarin niceliksel ¢oklugudur. Ulusal ve uluslararasi turistlerin
saglik amaciyla lokasyon degistirmeleri bu dogrultuda yapilan tahmin c¢alismalarimi da
artirdigini gostermektedir. Ulasim sektoriinde niifusun artisina bagh olarak verilecek ulagim
hizmetini karsilamak amaciyla yapilmis tahmin ¢aligmalar1 oldugu goriilmektedir.
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Bu c¢aligmada ulasim ve turizm sektorlerinde 2010-2022 yillar1 arast ulusal ve
uluslararas1 yapilmig olan talep tahmin g¢aligmalari incelenmistir. Calismalarda kullanilan
regresyon ve zaman serisi analiz yontemleri belirlenerek giincel analiz yaklasimlari ortaya
konmustur. Ulasim ve turizm sektorlerinde tahmin g¢aligmalarindaki giincel yaklasimin
gelecekteki arastirmalara kaynak olusturmasi hedeflenmistir.

2. Talep Tahmini

TDK, tahmin kavramini1 “akla, sezgiye veya bazi verilere dayanarak olabilecek bir seyi,
bir olayr onceden kestirme, kestirim” veya “yaklasik olarak degerlendirme, oranlama” olarak
tamimlamistir (TDK, 2019). Talep tahmini ise gelecege yonelik {iretim diizeyinin
belirlenmesinde tiiketicilerin ne oranda mal ve hizmet talebinde bulunacaklarinin kestirilmesi
stirecidir (Bulut, 2006:6). Tahmin c¢esitlerine bakildiginda kisa vadeli tahmin, orta vadeli
tahmin ve uzun vadeli tahmin olmak ilizere kapsadigi zaman bakimindan siniflandirilmaktadir.
Talep tahmin siireci dort farkli asamayi takip etmeyi gerektirmektedir. Bunlar (Bulut, 2006:13);

° Bilginin toplanmast,

o Talep tahmininde bulunulacak dénemin belirlenmesi,

. Veriler 15181nda yontemin belirlenmesi ve hata oraninin hesaplanmast,
° Elde edilen tahmin sonuglarinin gecerliliginin arastirilmasi.

Talep tahmin yontemlerinde kalitatif ve kantitatif olmak tizere iki farkli yontem
kullanilmaktadir. Kalitatif yontemlerin ilgili konuda uzmanlar tarafindan eldeki veri setini
inceleyerek gelecege yonelik ne tiir ihtiyaglarin dogacagini tahmin etmek igin kullanildigi
sOylenebilir. Kantitatif yontemler ise belirli zaman araliklarinda toplanan verilerin ¢esitli
yontemlerle analiz edilmesine dayanir (Archer,1980). Hangi analiz yonteminin kullanilacagini
veri setinin yapisi belirlemektedir. Talep tahmin yontemlerinde kullanilan analiz yontemlerine
Tablo 1’de yer verilmistir.

Tablo 1: Nitel ve Nicel Talep Tahmin Yo6ntemleri

Kalitatif ~ (Nitel) | Kantitatif (Nicel) Yontemler

Yontemler

-Delphi Yontemi -lliskiye Dayali Yontemler

-Senaryo Analizi -Zaman Serisi Yontemleri

-Uzman Panelleri e Mekanik (Naive) Tahmin Yntemi

e Hareketli Ortalamalar Yontemi

v' Basit Hareketli Ortalama

v Agirlikli Hareketli Ortalama

v Cift Hareketli Ortalama
e Ustel Diizlestirme Yontemleri
Tekli (Basit) Ustel Diizlestirme Ydntemi
Brown’un Tek Parametreli Dogrusal Ustel Diizlestirme Y ontemi
Holt’un Cift Parametreli Dogrusal Ustel Diizlestirme Y6ntemi
Brown’un ikinci Derece Ustel Diizlestirme Yontemi
Mevsimsel Ustel Diizlestirme — Winters Y dntemi

D N NI NI NN
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v' Diger Ustel Diizlestirme Y&ntemleri
e Box-Jenkins (ARIMA) Yontemi
v' Yonteme iliskin Kavramlar
v" Duragan ARIMA Modelleri
a. Otoregresif Modeller: AR(p)
b. Hareketli Ortalama Modelleri: MA(Qq)
c. Otoregresif Hareketli Ortalama Modeli: ARMA (p,q)
v Duragan Olmayan ARIMA Modelleri

ARIMA(p,d,q)
v" Mevsimsel ARIMA Modelleri
a. Mevsimsel Otoregersif Modeller: SAR(P)
b. Mevsimsel Hareketli Ortalama Modeli: SMA(Q)
c. Mevsimsel ARMA Modelleri: SARMA(P,Q)
d. Mevsimsel ARIMA Modelleri: SARIMA(P,D,Q)

a. Otoregresif ~ Entegre  Hareketli ~ Ortalama  Modeli:

*Yazar tarafindan derlenmistir. Kaynak: Cuhadar, 2006

3. Zaman Serileri Analizi ve Regresyon

Calismanin kapsami geregi zaman serileri analizi talep tahmin ¢alismalarinda sikca
bagvurulan zengin analiz icerigine sahip bir yapidadir. Zaman serilerinde donemsellik,
mevsimsellik veya trend etkisinde olabilen gegmis donemlere ait veriler kullanilmaktadir. Bir
degisken ait zamana bagli tekrarlanabilen gozlemler, bu degiskenin zaman serisi olarak
tanimlama imkan1 verir (Bulut, 2006:18-19). Zaman serisi analizleri verilerin kronolojik bir
bi¢cimde diizenlendigi seridir (Sincich, 1996).

George E. P. Box ve Gwilyn M. Jenkins yaptig1 calismalarla zaman serisi analizi
sistematik bir hal almasiyla daha ¢ok tercih edilen 6nemli bir arastirma alan1 olmustur. Zamana
bagli ve tekrarlanabilen bir degiskenin, gozlem veya deney sonucunda aldigi degerlerden
olusan veri toplulugu olan zaman serileri, bir degiskenin farkli zaman dilimlerinde tekrarin
gozlemlendigi deger kiimesini tanimlamaktadir (Atalay 2015). Son yapilan ¢aligmalar 15181nda,
istatistigin farkli alanlarinda zaman serileri analizine yonelik yeni yontemler gelistirme
calismalar1 devam etmektedir (Dénmez, 2014).

Regresyon analizi, iki ya da daha fazla degisken arasinda bulunan iliskiyi 6lgmek
amaciyla kullanilan bir istatistiki analiz yontemidir. Regresyonda belirleyici unsur degisken
sayisidir. Tek degiskenli analizler i¢in tek degiskenli regresyon, birden ¢ok degiskene sahip
analizlerde ise ¢cok degiskenli regresyon analizi kullanilmaktadir.

Regresyon modellerinin amaci, bagimli ve bagimsiz degiskenleri arasindaki iliskinin
sekli, dagilis1 ve yapisimi belirlemektir. Bu amag¢ dogrultusunda en ideal regresyon modeli
secilir, istatistiki denklemler araciligiyla modelleme yapilir (Alakaya, 2019:1). Olusturulan
regresyon modelleri sayesinde arastirmaci degiskenler arasindaki iliskinin yoniinii, seklini ve
bilinmeyen degerlere ait oranlar1 gosterir.

Regresyon analizi, degiskenler arasinda bulunan sebep-sonug iliskisini belirlemek ve bu
bilgiler 151g1nda gelecege yonelik tahminlerde bulunma niyeti tasir (Chatterjee ve Hadi, 2006).
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Ozellikle talep tahmin galismalarinda sik¢a basvurulan analiz ydntemlerinden biri de regresyon
analizidir.

Regresyon analizde sik¢a kullanimina bagvurulan bazi analiz yontemlerini sOyle
siralayabiliriz;

o Basit Regresyon Modeli,

J Lojistik Regresyon Yontemi,

o Temel Bilesenler Regresyon Modeli,
o Negatif Binom Regresyon Modeli,

o Poisson Regresyon Modeli,

o Ridge Regresyon Modeli,
. Probit Regresyon Modeli,
o Cox Regresyon Modeli

4. Arastirmanin Yontemi

Bu ¢alismada, talep tahminine yonelik ulagim ve turizm sektoriinde yapilmis ¢aligmalar
ele alinmis ve bunlar nitel bir arastirma yontemi olan “dokiiman incelemesi” seklinde
calisilmistir. Calismanin ¢ercevesini, ulusal ve uluslararas1 2010-2022 yillarinda yapilmis ve
verilerini regresyon ve zaman serisi yontemleri ile analiz etmis calismalar olusturmaktadir.
llgili calismalara ulasilirken internet aracihigiyla ulasilabilen akademik arama motorlari
(Google scholar vb.) ve veri tabanlar1 kullanilmistir.

5. Ulasim Sektoriindeki Alan Yazin Taramalan

Codur vd. (2014) c¢alismada, Erzurum Kuzey Cevre yoluna ait 2005-2010 yillar
arasindaki verilerden yararlanarak karayollarindaki kazalara neden olan faktdrleri incelemis ve
bu faktorlerin kendi aralarindaki iliskilerini i¢ine alan genisletilmis Lineer Regresyon teknigi
ile kaza tahmin modeli olusturmuslardir. Model sonucuna gére mevcut boliinmiis yollarda
kazaya karigan agir araglarin yiizdesi, yaz mevsiminde olan kazalarin yiizdesi, yatay kirp sayisi,
yol kesim kilometresinin sayist ve YOGT (Yillik Ortalama Giinliik Trafik)’nin artmasiyla
kazalarin arttig1 elde edilmistir.

Tortum vd. (2014) caligmalarinda her gegen giin artan havayolu ulagimina yonelik talep
tahmininde bulunmay1 amaclamistir. Havayolu ulasimina yonelik talebi tek degiskenli zaman
serileri analizi olan ARIMA modeli kullanilmigtir. 1991-2008 yillar1 arasindaki havayolu
verilerinden hareket ederek 2009 yili i¢in aylik yolcu sayisini tahmin etmis ve bu tahminin
giivenirligi test edilmistir. Arastirmanin sonucunda Tiirkiye i¢ hatlarda aylik yolcu sayisini en
Iyi agiklayan model SARIMA olarak goriilmistiir. Modelin kullanildigi 1991-2008 tarihleri igin
olusturulan o6rneklem ile 2009 yilina yonelik tahminler yapilmis ve gerceklesen sayiyla
paralellik gosterdigi belirlenmistir.

Kuzu ve Yildirrm (2017) caligmalarinda, Tiirkiye Istatistik Kurumunun (TUIK)
yayinladig1 havayolu istatistik verileriyle Tiirkiye’deki hava yolu ulagim talebini tahmin etmeyi
hedeflemislerdir. Zaman serileri yontemlerinden olan Box-Jenkins ve gri tahmin yontemi
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kullanilarak en uygun model se¢ilmeyi amacglayan ¢alismada ayrica mevcut donem ve bir
sonraki doneme ait tahminlerde bulunulmustur. Kisa donemli tahminlerde gri tahmin
yonteminin, uzun donemde ise Box-jenkins yonteminin daha dogru sonuglar verdigi
goriilmiistiir.

Genger ve Eren (2016) ¢alismalarinda ulagim sektoriinde glin gectikce 6nem kazanan
yolcu konforu kavramini incelemislerdir. Ankara M1 metro hattinda Haziran 2014- Ekim 2015
tarihleri arasindaki verileri kullanarak yolcu taleplerine uygun zaman g¢izelgesi tahminlerinde
bulunmuslardir. Caligsmalarinda; basit ortalama yontemi, hareketli ortalama yontemi, agirlikli
ortalama yontemi, agirlikli hareketli ortalama yontemi, iissel diizeltme yontemi ve regresyon
(en kiigiik kareler yontemi) olmak lizere alti farkli talep tahmin yontemi kullanarak hata
ortalamalar1 kiyaslanip en az hata oranina sahip talep tahmin yontemiyle gelecek donem
tahmini yapmislardir. Calisma sonucunda, hafta i¢i sefer sayilart %13,5 artis gosterirken
Cumartesi %8 ve Pazar %10,5 azaldig1 goriilmiistiir. Genel olarak sefer sayilarinda azalma
olmasina ragmen yolcu sayisinda artig goriilmiistiir.

Celik (2014) ¢alismasinda zaman serisi analizi ile Tirkiye’deki trafik kazalarini analiz
ederek belirledigi zaman serisi modeliyle gelecege yonelik tahminde bulunmay1 hedeflemistir.
Analizler i¢in TUIK 1955-2012 yillar1 arasinda Tiirkiye’de meydana gelen kaza raporlarindan
yararlanmigtir. Dickey-Fuller testi ile duraganlik, Box- Ljung testi ile de model uygunluguna
bakilmistir. Trafik kazalarini tahmin etmek i¢in belirlenen en ideal tahmin modeli biitiinlesik
ticiincli dereceden hareketli ortalama modeli olan ARIMA (0, 2, 3) oldugu gorilmiistiir.
Belirlenen modele gore Tiirkiye’de 2013-2020 yillar1 arasi trafik kazalarinin siirekli artig
gosterecegi, 2013 yilinda 1421791 kaza olacagi tahmin edilirken 2020 y1linda ise 2049307 kaza
olacagi tahmin edilmektedir.

Atalay vd. (2012) calismalarinda sehir i¢i ve sehir dis1 olmak tizere 1977-2006 yillarina
ait aylik trafik kaza verilerini kullanarak ARIMA (4,1,4) modeli kullanilmistir. Caligmada
zaman serileri analizi yontemlerinden olan Box- Jenkins yontemi kullanilmistir. Elde edilen
sonuglara gore 2007 yil1 i¢in aylik kaza sayilari tahmin edilmis hatta en fazla Ekim, Kasim ve
Aralik aylarinda oldugu belirlenmistir. Elde edilen sonuglardan bir digeri ise Subat, Mart ve
Nisan aylarinda en diistik trafik kazalarinin oldugudur.

Ozan vd. (2010) calismasinda Denizli ili sehir i¢i toplu tasimaya yonelik talebin
belirlenmesiyle gelecekte alinacak kararlarda yonetime katki saglanmak amaglanmistir.
Caligmada toplu tagima talep tahminin yan sira bilet fiyatina yonelik analizlerde yapilmistir.
Nisan 2008-Nisan 2009 yillar1 arasindaki veriler kullanilarak Kraft Talep Modeli ile test
edilmistir. Kullanilan modelle gelecekte toplu tasimada bilet fiyatlarinin kolaylikla
belirlenebilecegi ortaya konmustur.

Giiner ve Tagyildiz (2017) ¢alismalarinda karar verme siirecinde giivenilir ve dogru
tahminde bulunmanin éneminden hareketle trafik kazalarina yonelik tahminde bulunmustur.
Tiirkiye’deki 2002-2015 yillarina ait trafik kaza istatiksel verilerinden yararlanarak hareketli
ortalama yoOntemi ile kiyaslama, Yuvarlanma (Rolling)-GM (1,1) modeli olarak bilinen gri
tahmin yOntemi ile hata tahmin yiizdeleri belirlenmistir. Sonugta gelecek yillarda yapilacak
tahminlerde gri tahmin yonteminin gelecek yillara yonelik kaza tahmin oranlarinin hareketli
ortalama yontemlerine gore daha giivenilir oldugu sonucuna ulagsmiglardir.
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Lopes vd. (2014) Porto Alegre kentinde, Brezilya’nin Rio Grande Do Sul eyaletindeki
modellerin spesifikasyon ve kalibrasyon asamalarinda iki ayr1 veri setiyle yapilan bir vaka
calismasi gozlemlenmistir. Bu veri setleri 1974 y1l1 ve 2003 yillinda yapilmig ulagim anketlerine
dayanmaktadir. Mekansal konularin ulastirma planlamasindaki 6nemi dikkate alinarak SAR
(Uzamsal Otomatik Regresif) ve CAR (Kosullu Otomatik Gerilemeli) gibi farkli mekansal
regresyon modellerinden yararlanilmistir. Calismada Mekansal konularin  ulastirma
planlamasindaki 6nemini goz 6niine alarak, modellerin uyumlulugu Diizeltilmis R-Kare ve AIC
(Akaike Bilgi Kriteri) gibi istatistiksel testler, modellerin etkinligi T74 adli ¢oklu regresyon
modeli ile test edilmistir. Sonucta Porto Alegre Kentinde mekansal regresyon modelleri
(mekansal degiskenleri igeren regresyon modelleri) geleneksel modellerden daha iyi
performans gosterdigi gézlemlenmistir.

Dantas vd. (2017) calismada dogru talep tahmini i¢in hava ulagiminda Bootstrap
agregasyon (Bagging) ve Holt Winters yontemlerini kullanmigtir. Veriler 14 {ilkenin hava
ulagim istatistiginden alinmistir. Sonuglara Simetrik Ortalama Mutlak Yiizde Hatas1 (sMAPE)
kullanilarak  bes  metodoloji  kiyaslamasi  (SARIMA, Holt Winters, ETS,
Bagged.BLD.MBB.ETS ve Seasonal Naive) ile karsilastirilarak ulasilmistir. Bagging Holt
Winters yontemleriyle elde edilen ampirik sonuglar, daha dogru tahminler saglayarak stirekli
olarak kiyaslamalardan daha iyi performans gosterir.

Ceylan ve Bulkan (2018) tilke politika yapicilar i¢in biiyiik 6neme sahip olan enerji
talebinin dogru sekilde tahmin edilebilmesi i¢in hibrit bir tahmin yontemi kullanmislardir.
Tiirkiye’nin yillik ulasim kaynakli enerji ihtiyacim1 Parcacik Siirii Optimizasyon (PSO) ve
Uyarlamali Ag Tabanli Bulanik Cikarim Sistemlerini (Adaptive-Network Based Fuzzy
Inference Systems, ANFIS) birlikte kullanan hibrit bir modelleme yapmislardir. Sonuglar
ANFIS-PSO yontemi ile 2023 yilinda enerji talebi 2016 yilmin 1,2 katt olacagini
gostermektedir.

Efendigil ve Eminler (2017) hava ulasiminda 1950-2015 yillar1 arasinda talep tahminine
yonelik yapilmis 114 ¢alismay1 inceleyerek son yillarda yapay zeka tekniklerinin ekonometrik
modellerin yerini aldigin1 gérmiislerdir. Literatiir incelemesi sonrasi yolcu talebini etkileyen
faktorler ve bu yonde veriler elde edilerek regresyon, ANFIS ve yapay zeka metotlari
kiyaslanmistir. Sonuglar, ekonometrik bir model olan regresyona analizinin yapay zeka
metotlar1 olan YSA ve ANFIS metotlarina gore daha yiiksek hata degerine sahip oldugunu
gostermistir.

Onen (2020) calismasinda 1978-2017 yillar1 arasinda ulusal ve uluslararasi
gerceklestirilen toplam havayolu kargo yiikii verilerinden yararlanilarak Biitlinlesik Otoregresif
Hareketli Ortalama (ARIMA) yontemi araciligiyla Tiirkiye’nin toplam havayolu kargo talep
modelini ve bu modelden de yararlanarak 2020-2023 yillik toplam havayolu kargo yiik
miktarini tahmin etmeyi amaglamistir. Zaman serileri analizi ¢ergevesinde Tek degiskenli Box
Jenkins yontemine bagli olan Oto Regresif Biitiinlesik Hareketli Ortalamalar (ARIMA) ile
gelecege yonelik dogru tahminler i¢cin modelleme yapilmustir.

Cekerol ve Nalcakan (2011) calismada ulagim sektoriinde yer alan demiryolu
tasimaciligina yonelik talep tahmininde bulunmay1 hedeflemislerdir. Demiryolu tagimaciligina
yonelik degiskenler belirlenerek Coklu Dogrusal Regresyon modeli ve bagimsiz degiskenlerin
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birbirilerini etkileme diizeylerini en aza indirmeyi amaglayan Ridge Regresyon analizi
kullanilmistir. Yapilan analizler sonucunda demiryolu tasimacilifinda talebi olumlu yonde
etkileyecek olan faktoriin yatirim unsuru olduguna ulagilmastir.

Ulasim sektoriinde tahmin ¢alismalar1 incelendikten sonra kiinye ve kullanilan analiz
yontemine yer verilerek tablolastirilmistir. S6z konusu tablo 2’de yer almaktadir.

Tablo 2: Ulasim Sektériinde Yapilmig Calismalar ve Kullanilan Analizler

Yazar ve Yaymn Yii

Kullanilan Yontem

Codur vd. (2014)

Lineer Regresyon Teknigi

Tortum vd. (2014)

ARIMA
SARIMA

Kuzu ve Yildinim (2017)

Box-Jenkins
Gri tahmin

Genger ve Eren (2016)

Basit Ortalama Y 6ntemi,

Hareketli Ortalama Y ontemi,

Agirlikli Ortalama Y 6ntemi,

Agirlikli Hareketli Ortalama Y 6ntemi,
Ussel Diizeltme Yntemi

Regresyon (En Kiiciik Kareler Yontemi)

Celik (2014)

Dickey-Fuller Testi
Box- Ljung Testi
ARIMA (0, 2, 3)

Atalay vd. (2012)

ARIMA (4,1,4)
Box- Jenkins

Ozan vd. (2010)

Kraft Talep Modeli

Giiner ve Tagyildiz (2017)

Yuvarlama (Rolling)-GM (1,1) Modeli= Gri Tahmin Yontemi
Hareketli Ortalama Y Ontemi

Lopes vd. (2014)

SAR (Uzamsal Otomatik Regresif)
CAR (Kosullu Otomatik Gerilemeli)
Diizeltilmis R-Kare

AIC (Akaike Bilgi Kriteri)

T74 Coklu Regresyon Modeli

Dantas vd. (2017)

SARIMA

Holt Winters

ETS,

Bagged BLD.MBB:ETS
Mevsimsel Naiflik

Ceylan ve Bulkan (2018)

Uyarlamali Ag Tabanli Bulanik Cikarim Sistemleri (ANFIS)
Parcacik Siirti Optimizasyon (PSO)

Efendigil ve Eminler (2017)

Adaptif sinirsel bulanik ¢ikarim sistemi (ANFIS)
Yapay Sinir Aglar
Regresyon Analizi

Onen (2020)

ARIMA
Box Jenkins

Cekerol ve Nalgakan (2011)

Coklu Dogrusal Regresyon Modeli
Ridge Regresyon

*Yazar tarafindan derlenmistir.
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6. Turizm Sektoriindeki Alan Yazin Taramalar

Zorlutuna ve Bircan (2019) calismalarinda Tiirkiye genelinde turizm sektoriine yonelik
“Zaman Serileri Analizi” ile “Yapay Sinir Aglar1” yontemlerini dogru tahmin diizeylerini
karsilagtirarak bir model belirlemeyi amaglamislardir. Turist talep belirleme modelinde
ARIMA (Homojen Duragan Olmayan Siiregler) ve ARMA (Karma Otoregresif Hareketli
Ortalama Siireci) zaman serisi teknikleri kullanilmistir. Verilerin analizinde E-Views 7 ve
MATLAB 7.9.0(R2009b) programlari kullanilmistir. Bulgular sonucunda, yapay sinir aglarinin
zaman serileri analizine kiyasla daha yiiksek ve gergege daha yakin 6ngorii dogruluguna sahip
oldugu goriilmiistiir.

Hanafiah ve Harun (2010) calismalarinda Malezya’da turizm talebini, degistirilmis
gravity modeli (modified Gravity model) kullanarak gelir, doviz kuru, tiiketici fiyat endeksi,
fiyat, mesafe, ekonomik kriz ve niifus gibi temel ekonomik faktdrlere gore tahmin etmeyi
amaglamislardir. Avustralya, Hong Kong, Endonezya, Birlesik Krallik, Tayland, Tayvan ve
Cin’den gelen turistlere ait verilerin analizi sonucunda turizm talebinin GSMH ile yiiksek
derecede iliskili olduguna ulagilmistir. Yiiksek alim giiciine sahip turistlerin Malezya’y1 ziyaret
etmesi turizm talebi ile doviz kuru arasinda negatif korelasyona neden olmustur. Bolgesel
ekonomik krize ragmen, Malezya hiikiimetinin uluslararasi turistler araciligiyla ekonomiyi
stirdiirmenin bir yolu olarak turizm endiistrisine glivenebilecegi ortaya konmustur.

Ozer ve Kirca (2014) ¢alismada 2003-2012 yillarina ait Tiirkiye biiyiime, ihracat ve
turizm gelir verilerini kullanarak aralarindaki dinamik iliskileri ortaya ¢ikarmay1
amaglamiglardir. Zaman serisi ekonometrik tekniklerden olan granger nedensellik testine gore,
uzun donemde ihracat ve turizm gelirlerinin bilylimeye ve bu biiyiime ile ihracata yonelik
nedensellik iligkisi oldugu goriilmistir. Kisa doneme bakildiginda biiyiime ile turizm
gelirinden ihracata ve biiyiimeden turizm gelirine yonelik bir nedensellik oldugu goriilmistiir.

Lv ve Xu (2017) calismalarinda 1998-2011 yillar1 arasinda 62 ulustan olusan bir veri
seti kullanarak, turizm talebi ile talep dagilimi arasindaki yolsuzluk arasindaki iliskinin genis
bir tanimini saglamak i¢in kantil regresyon modelini kullanmistir. Bulgular yolsuzluk ve turizm
talebi arasindaki dogrusal olmayan iliskinin sadece 50 ve 75. rakamlarda anlamli oldugunu
gostermiglerdir. Cesitli miktarlarda gelir ve turizm talebi arasinda anlamli pozitif bir iligki
bulmus ve iligkinin giicii diisiik talep seviyelerinde daha fazla gozlemlenmistir. Mevcut talep
diizeyinin turizm talebinin diger belirleyicileri kadar 6nemli olmasi nedeniyle ¢alisma ulusal
turizm yonetimi politika yapicilarina ve yonetimsel amacglara yeni bakis acis1 getirdigi
vurgulamistir.

Karahan (2015) turizm sektoriinde yapilan yatirim ve faaliyetlerin tagidigi 6nemden
yola ¢ikarak yapay sinir aglart modeli kullanarak gelecek 6 aylik donem igin talep tahmininde
bulunmay1 hedeflemistir. Calisma sonucunda modelin kendi icinde degerlendirilmesi ve
performans testleri yapilarak modelin yaptigi tahminlerin giivenilir ve tutarli oldugu
kanitlanmis ve geleneksel modellere gore daha iyi performans sergiledigi gézlenmistir. YSA
modelleri, mevsimsel etkiler yansitilmamis olsa bile diger modellerden iistiin performans
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saglamakta, ek olarak mevsimsel etkilerin yansitilmasi durumunda da performanslarini daha da
artirmaktadir.

Kaygisiz (2015) c¢alismasinda Tiirkiye’deki 2003Q1-2013Q4 tarihlerindeki net turizm
geliri ve ekonomik biiyiime arasindaki iliskiyi VAR Model-Granger nedensellik testleri ile
analiz etmistir. Analizde, 2008 yil1 krizini kukla degiskeni olarak belirleyerek turizm gelir ve
giderleri arasindaki farki almistir. Ilk olarak verilerin ADF birim kok testi ile durgunlugu test
edilerek VAR modeli ile Granger nedensellik analizi yapilmistir. Sonug¢ olarak net turizm
gelirlerinden ekonomik biiyiimeye dogru tek yonli nedensellik iliskisi oldugu goriilmuistiir.

Chen (2016) Tayvan’da yer alan oteller iizerinde turizm piyasasinin bilyiime oraninin
otel endiistrisi lizerindeki etkisinin nicel regresyon yontemi ile arastirmayir amaglamistir.
Toplam yabanci turist variglarinin (YTV) biiylime hizinin proksiye ettigi gelen turizm pazari
biiyiimesinin satiglarin biiylime oranini (SB) nasil etkiledigini arastirmak i¢in kantil regresyon
yontemi kullanmistir. Calismanin sonuglari, YTV'nin otel 6zkaynak getirisi ilizerindeki
etkisinin dagilimlara bagli olarak asimetrik ve duruma bagli oldugunu gostermektedir. YTV'nin
sadece kiiciik boyutlu otellerin 6zkaynak getirileri tizerinde 6nemli bir etkiye sahip oldugunu
tespit etmistir.

Marrocu vd. (2015) calismada turizm harcamalarinin ana belirleyicilerinin etkisini
ortaya ¢ikarmak icin, Nisan- Ekim 2012 déneminde Sardunya'da tatil yapan gegici turistlere
anket uygulamistir. Toplanan veriler 1s1ginda hem dogrusal regresyon modelini hem de kantil
regresyon modelini uygulamistir. Gelir ve yabanci uyruklara ek olarak, turist harcamalar biiytik
Olciide yolculuga bagl (parti biiyiikligii, konaklama uzunlugu, konaklama, deniz ve giines
tipolojisi ve ulasim modalitesi) ve psikografik oOzellikler (tekrarlanan ziyaretler ve tatil
motivasyonlar) tarafindan etkilenmistir. Sonuglar etkilerin harcama bilesenine ve harcama
diizeyine gore degistigini ve bdylece turizm iirlinliniin yiliksek karmagikligin1 géstermistir.

Masiero vd. (2015) c¢alismalarinda oda rezervasyonlarindan elde edilen verilere
odaklanarak turist konaklama fiyatinin talebe dayali bir analizini yapmay1 hedeflemislerdir.
Turistlerin temel seyahat 6zellikleri ile konaklama rezervasyonu i¢in 6dedikleri fiyat arasindaki
iliskiyi belirlemek amaciyla hem OLS (En Kiiciik Kareler) hem de kantil regresyon modelini
kullanmiglardir. Bulgular, kullanilan ekonometrik yaklagimi desteklemekte ve ilgili yonetimsel
¢ikarimlarin detaylandirilmasini miimkiin kilmaktadir.

Sel ve Zengin (2020) ¢alismada Tiirkiye ekonomisinde turizmin sektoriiniin pazar
payin1 tahmin etmeyi hedeflemislerdir. Turist sayis1 i¢in 1990-1 ile 2019-12 tarihleri, turizm
gelirleri icin aylik ortalama harcamalar dikkate alinarak 2012-1 ile 2019-12 aylik veriler
kullanilmistir. Verilerin analizi mevsimsel ARIMA yontemi ile yapilmistir. Sonug olarak 2020
i¢in beklenen turist sayis1 57.537.453 kisi aylik ortalama gelir harcamalar1 ise 686$ ve elde
edilmesi beklenen toplam turizm geliri 39.023.413.759$ olarak bulunmustur.

Alp (2010) Tiirkiye’de turizm sektoriiniin ekonomik biiyiimeye olan etkisini incelerken
elde edilen gelir ile biiyiime arasindaki iliskiyi T-VAR (Threshold Vector Autoregressive)
analizi ile test etmistir. Caligmada 1998-2009 yillar1 arasindaki turizm gelirleri, turizm talebi,
biiylime ve doviz kuru degiskenlerinin dogrusal yapida olmamasi sebebiyle T-VAR analiz
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secilmigtir. Bulgular, turizm sektoriinde elde edilen gelirde %30’un iizerinde artis olmasi
halinde gelir ile biiylime arasinda pozitif iligkiye sebep oldugu goriilmektedir.

Ozcan ve Kayhan (2015) calismalarinda politika belirleyicilerin alacaklari kararlarda
oneride bulunmak amaciyla Kuzey Kibris Tirk Cumbhuriyeti’nin (KKTC) turizm talebini
etkileyen faktorlerini belirlemeyi hedeflemislerdir. KKTC turizm talebi lizerinde gelir, arz
kapasitesi, fiyat iliskisi, doviz kuru degiskenlerinin etkisini MS-VAR analizi ile
belirlemislerdir. Verilerin sonucglarina goére daralma donemlerinde GSMH, genisleme
donemlerinde ise enflasyon, doviz kuru ve GSMH’nin turizm talebi iizerinde etkili oldugu
belirlenmis fakat arz talebinin ise turizm talebi agisindan anlamli olmadig1 goriilmiistiir.

Vetitnev vd. (2016) Rusya’nin Krasnodar Boélgesinde saglik turizmine yonelik talebi
sistem dinamigi modellemesi ile talep tahmininde kullanilabilme olasiligini incelemislerdir.
Arastirmanin verileri, Rusya Federal Devlet Istatistikleri araciligiyla elde edilen mevcut kur
oranlari, gayri safi yurt i¢i hasila, kisi basina diisen gelir, turist hizmet maliyeti ve hane halki
harcamalarindan olugmaktadir. Sistem dinamigi modellemesi, belirtilen degiskenlerle iliskili
olarak Krasnodar bolgesinin turistik cazibesi, bolgedeki turizm hizmetlerinin maliyeti, bélgenin
geliri ve bolgedeki insanlarin yasam beklentisi gibi ¢ok sayida ve kapsamli sosyal ve ekonomik
degiskenleri icermistir. S6z konusu degiskenler biligssel modelin eksenini olusturmus ve turizm
talebinin tahmininde kullanilmistir. 2006-2012 donemlerine ait istatistik veriler dogrultusunda
degerlendirilen modelin regresyon ve korelasyon analizleri yapilmis, zayif olan iliskiler model
dis1 birakilmistir. Arastirmanin sonuglari, orta vadeli tahmin modelinin s6z konusu bolgede
sanatoryum kuruluslarinin gelirinde ve saglik turist sayisinda azalma olacagi yoniindedir.
Ozellikle saglik turizmini olumsuz yonde etkileyen temel unsurun tatil kdylerindeki fiyat
rekabeti oldugu goriilmektedir.

Claveria vd. (2015) caligmalarinda turizme yonelik olarak yapilan tahminlerin
gelistirmek i¢in yeni bir tahmin yaklasimi uygulamay1 hedeflemislerdir. Bu dogrultuda, noral
ag modellemesi ile ziyaret edilen pazarlardan gidilmesi hedeflenen yerlere yonelik turist
sayisindaki degisimde gozlenen c¢apraz-iligkilerin birlesimine imkan veren ¢ok degiskenli bir
cerceve gelistirmislerdir. Ispanya’nin Katalan bolgesine iliskin 2001-2012 yillar1 arasinda
gerceklesen turist ziyaretlerinin resmi verileri kullanilmistir. Sonuglar, farkli pazarlar
arasindaki baglantilar1 dikkate alan ¢ok degiskenli yapilarin noral aglarin tahmin performansini
artirabildigini ve Radyal Tabanli Fonskiyon aginin diger modellerden daha etkili oldugu
goriilmiistiir.

Cang, S. (2014) Ingiltere’ye gelen turistlerin {i¢ aylik verilerini kullanarak bireysel
tahmin modellerinin kombinasyonunu ve onlarin tahmin dogrulugunu artirmadaki rollerini
incelemistir. Arastirma yonteminde, Radyal Temel Fonksiyon (RBF), Destek Vektori
Regresyon (SVR) sinir ag1 ve standart Cok Katmanli Perceptron (MLP) sinir ag1 tabanl
dogrusal olmayan kombinasyon tahmin modellerini inceleyerek dogrusal kombinasyon (SA,
VACO ve DMSFE) modelleri ile karsilastirilmistir. Arastirma sonuglari, dogrusal olmayan
kombinasyon modellerinin giivenilir ve bu modellerin turizm talebinin tahmin edilmesinde
literatiirde yaygin olarak kullanilan dogrusal kombinasyon modellerinden daha etkili oldugunu
gdstermistir.
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Qing vd. (2016) galismalarinda yabanci turistlerin Malezya’daki saglik turizmine
katilma niyetlerini siddet, giivenlik, 6z-yeterlik ve tepki verebilme yeterlikleri tarafindan
etkilenip etkilenmedigini incelemiglerdir. Arastirmanin 6rneklemini Malezya’da tatil yapan
265 yabanci turist olusturmustur. Elde edilen verilerden harcketle, korelasyon ve ¢oklu
regresyon analizleri yapilmistir. Sonuglar, yabanci turistlerin Malezya’daki saglik turizmine
katilma niyetlerinde en giiglii tahmin faktoriiniin tepki verebilme yeterligi oldugunu
gostermistir.

Rai vd. (2014) ¢alismada Hindistan’1 2009-2015 yillar1 arasinda ziyaret eden yabanci
verilerini kullanarak saglik turizmine yonelik turist talebini tahmin etmeyi amaglamistir. Elde
edilen veriler ile Ustel Diizgiinlestirme (exponential smoothing) yonteminin kullanildig1 Zaman
Serisi Modeli ve Birlestirilmis Ardisik Bagimmli Ortalama Modeli (ARIMA) analizler
yapilmistir. Analizde kullanilan her iki modelin de Hindistan’daki saglik turizmine yonelik
talebi tahmin etmede giivenilir oldugu ve bu talebin en ¢ok ABD, ingiltere, Banglades, Sri
Lanka, Almanya ve Fransa gibi iilkelerden turistlerin gelecegini ortaya koymustur.
Hindistan’daki saglik turizm talebinin yalnizca gelismekte olan iilke turistlerine gére degil,
gelismis lilkelerden gelen turistlerine gore de diizenlenmesi Hindistan’in saglik turizm
potansiyelinin etkin bicimde degerlendirilmesi agisindan 6nemli oldugu sonucuna varilmistir.

Claveria ve Datzira (2010) literatiirde dogrusal olmayan modelleri kullanan talep
tahminine yonelik ¢alismalarin eksikligine katki saglamak amaciyla zaman serisi modellerinde
turizm talebini tahmin etmistir. Katalonya'daki turizm talebini tahmin etmek i¢in Fransa,
Birlesik Krallik, Almanya ve Italya pazarinda tiiketici beklentilerini zaman serisi modelleri ile
analiz etmistir. Analizler, Otoregresif (AR), Otoregresif Entegre Hareketli Ortalama (ARIMA),
Kendinden Heyecanli Esik Otoregresyon (SETAR) ve Markov Degisim Rejimi (MKTAR)
modelleri kullamlmistir. Sonuglar, ispanya’nin Katalan bélgesine iliskin turizm talebinin
tahmin edilmesinde, llkeler diizeyinde bazi farkliliklar gozlenmesine karsin, ARIMA ve
Markov Degisim Rejimi Modellerinin diger modellere gére daha giivenilir sonuglar sagladigini
gostermistir.

Lee vd. (2012), Japon turistlerin Kore’yi ziyaret etme amaglarini saglik turizmi
baglaminda ve planli Davranis Teorisini dikkate alarak incelemeyi amaglamistir. Aragtirmanin
orneklemini Kore’yi ziyaret eden toplam 237 Japon turistin seyahat amaglari, planl davranis
teorisi dikkate alinarak olusturulan yapisal esitlik modellemesi analizleri araciligiyla
incelenmistir. Turistlerin seyahat amaglarinin turizminin 6nemli iki unsuru kapsaminda
incelenmesi amaciyla iki ayri yapisal model olusturulmustur. Sonuglar, her iki modelin de
arastirmanin verileriyle iyi bir uyum oldugunu degiskenler arasindaki etkilerin anlamli diizeyde
ve pozitif yonde oldugu saptanmustir.

Konusu ve Laukkanen (2010) calismada saglik amagli seyahat eden turistlerin
motivasyonlarint amaglart dogrultusunda tahmin etmeyi hedeflemistir. 2009 yilinin Ocak
Ayinda Finlandiya’daki Iskandinav Seyahat Fuarina katilan 406 turistten elde edilen veriler
1s181inda turistlerin seyahatlerine yonelik motivasyonlar1 artiran i¢sel ve dissal faktorler
tanimlanmustir. Lojistik regresyon yontemi ile yapilan analiz sonucunda; deneyimleri, saglik
turizmine olan ilgileri, seyehat sikliklari, su parki, SPA olanaklari, doga manzarasi ve seyahate
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kolay erisim gibi ¢ekici faktorler ve popitiler lokasyonlara seyahat etme istegi ve estetik
deneyimler yagama gibi itici faktorler oldugu goriilmiistiir.

Lin (2014) Tayvan’in Bei-Tou bolgesindeki kaplicalari ziyaret eden yerli turistlerin, bu
bolgedeki kaplicalar1 yeniden ziyaret etmeye yonelik isteklerini tahmin ederken saglik
algilamasinin degiskenler arasinda diizenleyici bir faktor olarak belirlendigi bir modelleme
tizerine ¢alismistir. Bolgesindeki kaplicalar ziyaret eden 524 yerli turistin, psikolojik mutluluk,
yasam memnuniyeti, mutfak deneyimlerini 6l¢tilmistiir. Veriler, yapisal esitlik modellemesine
dayali analizler gerceklestirilerek test edilmistir. Sonuglar, mutfak deneyimi ve psikolojik iyi
hissetmenin, turistlerin bolgesindeki kaplicalari yeniden ziyaret etmemeleri {izerinde olumlu bir
etkisi olduguna varilmistir.

Manaf vd. (2015) ¢alismada Malezya’daki 6zel hastanelerde saglik amagli seyahat eden
turistlerin memnuniyet, algilanan deger ve gelecekteki ziyaret niyetlerinin saglik hizmetlerinin
algilanan niteligi tarafindan ne diizeyde aciklandigini incelenmislerdir. Arastirmanin
orneklemini, ABD, Singapur, Irak, iran, Romanya ve Yeni Zelanda gibi bircok farkli iilkeden
Malezya’ya saglik amagli olarak gelen 173 yabanci turist olusturmaktadir. Turistlerin saglik
hizmetlerinin niteligine iligskin algilar1 saglik personelinin niteligi, destek hizmetlerinin niteligi
(kafeterya vb.) ve idari hizmetlerin niteligi olmak {izere {i¢ degisken icin tanimlanmis ve
verilerin analizinde c¢oklu regresyon analizi kullanilmistir. Turistlerin saglik personelinin
niteligine iliskin algilamalarinin orada bulunmaktan dolayr duyduklari memnuniyetin,
algiladiklar1 degerin ve gelecekte burada yeniden tedavi goérme niyetlerinin anlamli bir
tahmincisi oldugunu sonucuna varilmistir.

Chinnakum ve Boonyasana (2017) 1995-2016 yillar1 arasinda Tayland'a gelen
uluslararas: turistlerin davranisimi etkileyen ekonomik faktorler (gelir, fiyat, déviz kuru ve
niifus sayisi) ele alinmis, panel veri regresyon modelleri i¢in Genellestirilmis Maksimum
Entropi (GME) ile En Kiigiik Kareler (EKK)) tahmin edicileri kullanarak talep tahmini yapilmis
ve sonuglari kiyaslanmistir. Bu sonuca gore; GME tahmin edicisi EKK tahmin edicisinden daha
disiik “Hata Kareleri Ortalamasina” sahip oldugu, GME tahmin edicisinin EKK tahmin
edicisinden daha iyi performans gosterdigi sonucuna ulasilmistir. Tahmin sonuclarina gore,
Tayland'in ana turistlerinin mense {iilkelerindeki gelirlerindeki artis, doviz kuru ve mense
tilkelerdeki niifus sayis1 Tayland'a gelen uluslararasi ziyaret¢i gelisleri tizerinde olumlu, nispi
fiyatin ise uluslararasi ziyaret¢i gelisleri lizerinde olumsuz etkisi oldugu goriilmiistiir. Calisma
ayrica kisi basma milli gelirin Tayland turizm talebi icin giiglii bir tahmin giiciine sahip
oldugunu ortaya koymustur.

Cigcekdagr (2021) calismasinda turizm sektoriinde kisilerin seyahat Oncesi internette
destinasyon sorgulamalarindan yola ¢ikilarak turizm bélgelerini tahmin etmeye caligsmaktir.
2016-2021 yillarinda Tiirkiye nin UNESCO Diinya Miras1 Listesi’nde bulunan destinasyonlara
yonelik yapilan aramalarin bulundugu Google Trends verileri kullanarak trend analizi
yontemiyle analiz etmistir. Rusya, Bulgaristan, Almanya, Ukrayna ve Ingiltere'den gelen
turistlerin ilk tercihi Istanbul ili oldugu, daha sonraki siralamanmn iilkeler arasinda farklilik
gosterdigi Sonucuna varillmistir.

Turizm sektoriinde tahmin galismalart incelendikten sonra kiinye ve kullanilan analiz
yontemine yer verilerek tablolastirilmigtir. S6z konusu Tablo 3’te yer almaktadir.
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Tablo 3: Turizm Sektériinde Yapilmis Calismalar ve Kullanilan Analizler

Yazar ve Yaymn Yii

Kullanilan Yontem

Zorlutuna ve Bircan (2019)

ARIMA ve ARMA

Hanafiah ve Harun (2010)

Modified Gravity Model

Ozer ve Kirca (2014)

Granger Nedensellik Testi

Selim vd. (2015)

VAR,
Estiimlesme,
Blok Granger Nedensellik Testi

Lv ve Xu (2017)

Kantil Regresyon Modeli

Karahan (2015)

Yapay Sinir Aglar1t Modeli

Kaygisiz, A. D. (2015)

VAR
Granger Nedensellik
ADF (Augmented Dickey Fuller) Testi

Chen (2016)

Kantil Regresyon Yontemi

Marrocu vd. (2015)

Dogrusal Regresyon
Kantil Regresyon Modeli

Masiero vd. (2015)

Kantil Regresyon Modeli
OLS

Sel ve Zengin (2020)

ARIMA

Alp (2010) T-VAR (Threshold Vector Autoregresif)
ADF
Ozcan ve Kayhan (2015) MS-VAR
Vetitnev vd. (2016) Sistem Dinamigi Modeli
Regresyon
Korelasyon
Senaryo Analizi
Claveria vd. (2015) Noral Ag Modelli
Radyal Tabanli Fonskiyon Ag1
Cang (2014) RBF, SVR, MLP
SA, VACO ve DMSFE
Qing vd. (2016) Korelasyon
Coklu Regresyon
Rai vd. (2014) Exponential Smoothing
ARIMA
Claveria ve Datzira (2010) Otoregresif (AR),

Otoregresif Entegre Hareketli Ortalama (ARIMA),
Kendinden Heyecanl1 Esik Otoregresyon (SETAR)
Markov Degisim rejimi (MKTAR)

Lee vd. (2012)

Yapisal Esitlik Modeli

Konusu ve Laukkanen (2010)

Lojistik Regresyon Analizi

Lin (2014)

Yapisal Esitlik Modeli

Manaf vd. (2015)

Coklu Regresyon Analizi

Chinnakum ve Boonyasana (2017)

Genellestirilmis Maksimum Entropi (GME)
En Kiiciik Kareler (EKK)

Cigekdagt (2021)

Trend Analizi

*Yazar tarafindan derlenmistir.
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7. Sonuc¢

Bu ¢alisma bir alan yazin derleme ¢alismasidir. Ulasim ve turizm sektorlerinde 2010-
2022 yillar1 arasinda yapilmis talep tahmin ¢alismalar1 incelenmistir. Belirlenen sektorlerde
tahmin galismalarinin yogunlastigi spesifik konu, kullanilan analizler ve elde edilen sonuglara
yer verilmistir.

Belirlenen donem araliginda ulagim sektoriinde yapilmis talep tahmin calismalar1 ve
kullanilan analiz yontemleri incelenmistir. Ulasim sektoriinde, trafik kazalar1 ve bu kazalari
etkileyen faktorler, ulasim ve etkilendigi unsurlar ve ulagimin gerekliligi olan enerji ihtiyaci
lizerine tahmin ¢alismalarinin yapildigi anlasilmaktadir.

Turizm sektoriinde, turistik bolgelere yonelik talebi etkileyen faktorler, turizm talebinin
konaklama hizmetinde kalite ve fiyat tlizerindeki etkisi, turizm talebinin iilke ekonomisi
tizerindeki etkisi olmak tizere ¢alismalar yapildig1 anlagilmaktadir.

Turizm sektoriinde tahmin ¢aligmalarinin saglik turizmi iizerinde yogunlagsmasi 6nemli
bir bulgudur. Saglik turizminde, bolge se¢imini etkileyen ¢esitli faktorler dikkate alinarak talep
tahmin calismalar1 yapilmistir.

Analiz yontemlerinde ise veri setinin yapisi dikkate alinarak g¢esitli regresyon ve zaman
serisi yontemlerinin kullanildig1 goriilmektedir. Analiz kisminda bir diger 6nemli nokta veri
setinin farkli yontemlerle Slciilerek karsilastirilmalaridir. Giincel talep tahmin arastirmalarinda
regresyon ve zaman serisi analizleri kullanilmakla birlikte son ¢aligmalarda yapay sinir ag1
analizlerinin de kullanildig1 tespit edilmektedir.

Bu c¢alisma 2010-2022 yillarn arasinda yapilan calismalarla simirlandirilmistir.
Belirlenen sektorlerde daha genis zaman aralifinda yapilmis c¢alismalar incelenerek
degerlendirilebilir.
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