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LITERATUR TARAMASI

Davranissal Finans Temelinde Yapay Zekanin Algoritmik Trading ile
Etkilesiminin Gelecegi Uzerine Bir Degerlendirme

flkcan AYAR 1
Ozet

Bu ¢alismada davranigsal finansin temel modelleriyle yapay zekdnin algoritmik trading ile olan etkilesimi lizerine
degerlendirmeler yapilmistir. Algoritmik trading islemlerinin varligi eskiye nazaran ciddi bir sekilde artis géstermisgtir.
Yapay zeka ile algoritmik islemlerin etkilesimiyle birlikte insan faktérii minimize edilebilecedi icin piyasada adil
fiyatlandirmalar olusacagi, asirt fiyat dalgalanmalarinin éniine gegilecegi, bu etkilesimle birlikte krizlerin 6mriiniin
kisaltilabilecegi ve makro ekonomik géstergeler ile kalkinma siireglerinin olumlu etkilenecegi sonucuna varilmistir.
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An Evaluation On The Future Interaction Of Artificial Intelligence With Algorithmic Trading

On The Basis Of Behavioral Finance
Abstract
In this study, evaluations have been made on the fundamental models of behavioral finance and the interaction of artificial
intelligence with algorithmic trading. The presence of algorithmic trading has significantly increased compared to the past.
With the interaction of artificial intelligence and algorithmic trading, it is concluded that the human factor can be
minimized, leading to fair pricing in the market, preventing excessive price fluctuations, shortening the duration of crises,
and positively influencing macroeconomic indicators and development processes.

Keywords: Behavioral Finance, Behavioral Finance Models, Algorithmic Trading, Artificial Intelligence
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1.GiRis finansal piyasalarda  kullanimi  oldukga

yayginlagsmistir. Teknolojideki hizl ilerlemeler

Davranissal finans, kendisine ait bir teorisi _ o ]
ile birlikte yatirnmcilar ve finansal kurumlar

olan, finansal karar alma siireglerinde insan _ o
geleneksel ticaret stratejilerinden uzaklasmaya

psikolojisinin etkisini, yatirimcilarin o B .
baslayip, yenilik¢i  teknolojilere  dogru

davranislarini nelerin sekillendirdigini, yatirnm } _ _ o ) .
yonelmislerdir. Algoritmik islemlerin diger

karar1 alinirken hangi temel bilgilerin dikkate o ) ]
isimleri, “black box trading” ve “automated

alindigini ve bu bilgilerin nasil yorumladigini ve _ ) )
trading”dir. Algoritmalar, yatirimcilara ahm

yatirimcinin kararinda hangi faktorlerin ne o
satim stratejilerini anlik olarak uygulama firsati

kadar etkili oldugunu arastiran bir alandir. _ o ]
verir ve ozellikle para piyasalarinda manuel

Glinimuzde yapay =zekanin popiller hale ) ) o
olarak yapilan islemlerin yatirimcilar igin

gelmesiyle Dbirlikte algoritmik islemlerin

ATIF ONERISI (APA): AYAR, i. (2024). Davranigsal Finans Temelinde Yapay Zekanin Algoritmik Trading ile Etkilesiminin
Gelecegi Uzerine Bir Degerlendirme.izmir Yénetim Dergisi, 5(2), 71-88. Doi: 10.56203/iyd.1447868

1 Yiiksek Lisans, Dokuz Eyliil Universitesi, Sosyal Bilimler Enstitiisii, Buca / IZMIR, EMAIL: ilkcanayar@hotmail.com
ORCID: 0009-0004-6965-7323

71



gecikmelere sebebiyet verdigi noktada devreye
girerek, piyasadaki enstrimanlarin hangi
biiyiikliikte olmasi1 ve hangi fiyattan alinip
satilmasi gerektigi gibi kararlara yon verir.
Ancak yapay zeka ve algoritmik trading’in etkin
ve basarili olabilmesi i¢in dogru bir uygulama
stratejisi ile stirekli olarak izlenmesi ve bu
islemlerin arkasinda yatan mantigin
kavranmasi gerekmektedir. Algoritmik trading
islemleri; hiz, duygusal etkilerin azaltilmasi,
biiyiik veri analizi, 7/24 islem kapasitesi,
kompleks yap1 ve strateji cesitliligi ve hata
ihmalinin  azaltilmas1  gibi  avantajlan
biinyesinde barindirir. Sundugu bu avantajlarla
birlikte destekli

gelecekte zeka

yapay
algoritmik trading’in finans sektdrindeki roli
daha da artacaktir. Finansal piyasalarda
algoritmik trading biiylik bir islem hacmine
sahiptir. Algoritmik trading, Amerika Birlesik
Devletleri'nde 2000 yilindan bu yana ytlksek
frekansh islemlerde uygulanmaktayken
gelismekte olan iilkelerde yakin zamanda
kullanilmaya baslanmistir. Yiiksek Frekansh
Islem (HFT) hacmi, 2018 yih icerisinde farkl
bolgelerde farkli oranlarda gercgeklesmistir:
ABD'de %55, AB'de %40, Rusya'da %36 ve
Brezilya'da %20 (Celik ve Oztiirk, 2022).
Tiirkiye'deki islem hacmi ise gelismekte olan
tilkelerin alt bandindadir. Tiirkiye piyasalarinin

algoritmik trading islemlerinde uygun hale
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gelebilmesi icin alt yapr yatirimi ve yenilikler

yapilmalidir.

Bu calismada, davranigsal finans temelinde
yapay zekanin algoritmik trading ile olan
iliskisi ve teknolojik gelismelerle birlikte
finansal piyasalarda yapay zeka destekli
algoritmalarin artan 6nemi ve etkileri kapsamh
bir sekilde arastirilmaktadir. Calisma, risk
yonetimi, veri analizi ve hizli karar alma
stireclerinde  yapay  zekanin  sagladigi
iyilestirmeleri tartismayr ve bu cercevede,

algoritmik tradingin piyasa anomalilerinin

tespitinde, likidite artisinda ve  kriz
donemlerinde  piyasalarin  daha  stabil
performans gostermesinde nasil bir rol

oynadigini agiklamaktadir. Bu hususta gerekli

olan literatir taramasi yapimis olup,
algoritmik trading islemlerinin hangi alanlarda
ve nasil kullanildiklar1 tespit edilmistir.
Davranissal finans perspektifinden yatirimci
psikolojisi ve sinirh rasyonellik gibi unsurlarin
piyasa dinamiklerine etkileri ele alinarak,
algoritmik tradingin insan duygularindan
arindirilmis yatirim kararlaryi, fiyat balonlarinin
onlenmesi ve piyasada adil fiyatlamalar gibi

olumlu sonuglari gézlemlenmistir.
2. DAVRANISSAL FINANS MODELLERI

Davranissal finans modellerinin bir kismi,

kalabalik  psikolojisini ve hisse senedi

fiyatlarinin asir1 tepki gosterdigi durumlari
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aciklamak amaciyla kullanilmaktadir. Diger

modeller, yatirnmcilarin risk algisindaki
degisimlere odaklanir ve bu degisimlerin
piyasa fiyatlarina olan etkilerini inceler. Ayrica,
mali Kkrizler sirasinda ortaya c¢ikan asiri
volatilite ve panik durumlarini anlamak icin

kullanilan modeller de vardir.
2.1. Yatirimci Hissi Teorisi ve Rasyonellik

Piyasalardaki yatirimcilar arasindaki rekabet,
geleneksel modele gore beklenen getirinin
sistematik bir denge kurmasini ve fiyatlarin
rasyonel bir sekilde olusmasini saglar. Ancak,
bazi durumlarda yatirimcilar, soylentilere
dayanarak Kkararlar alabilirler veya piyasa
bilgisini yeterince dikkate almayabilirler.
Bireylerin sergiledigi bu duygusal davraniglar,
sistematik bir hal aldiginda piyasalarda risk
olusturabilir. Bu durum, diger yatirimcilar

acisindan bir 6n yargi olusturabilir.
2.1.1. Bilissel Kokenli Yanilgilar

Analiz stireclerinde ve analist tavsiyeleri ile
tahminlerinde bilissel yanilgilar sapmalara
neden olabilir. Bilissel 6n yargilar, insanlarin
gercegi algilama bigimlerini bozan ve bilgiyi
isleme stratejilerini basitlestiren ényargilardir
(Zindel ve digerleri, 2014). Temsiliyet,
mevcudiyet, dayanak ve diizeltme bilissel 6n
acacak temel egilimlerdir

yargilara yol

(Kahneman ve Tversky, 1974).
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2.1.2. Asin Giiven

Asir1  giliven insanlart  bilgi  birikimleri

sayesinde, riskleri daha az gérmeye ve asiri
tahmine  yonlendirmektedir. Bu  faktor
insanlarin o konuda bildiklerinin daha fazlasina
sahip olduklarina inanmalarina ve diger
insanlara {Ustiinlik kurmalarina sebebiyet
vermektedir. Asir1 giiven, kotl yatirim kararlari
alinmasina, asir islem yapilmasina ve yiiksek
risklerin istlenilmesine yol acarak portfoy

kayiplarina neden olabilir (Nofsinger, 2001).

Asiri giiven, duygusal ve psikolojik bir durum
olarak yatirimci hissi teorisinde 6nemli bir rol
oynar. Ciinkii piyasadaki duygusal durumlari ve

bu  durumlarin  fiyatlamalara  etkisini

anlamamiza yardimci olur. Ayni zamanda

zihinsel yanilsamalar baglaminda da ele

alinmasi gerekir. Ciinkii bu yanilsamalar,

yatirimcilarin  rasyonel olmayan kararlar

almasina ve piyasa efektivitesini

sorgulamamiza yol acar.

iki

Dolayisiyla, asin
altinda da
daha

gliven kavrami her teori

incelenerek, yatirnmci davranislarini

kapsamli bir sekilde anlamamiza yardimci olur.
2.1.3. Asir1 Reaksiyon

Asir1 Reaksiyon kavrami, bir sirket ile alakali
herhangi bir haberin yapilmasi sonrasinda
bireylerin olmas1 gerekenden fazla reaksiyon
gostermesini  ifade eder. Yatirimcilarin
genellikle gazete ve televizyonlarda sikca

bahsedilen menkul kiymetlere yonelmeleri,



belirli donemlerde en yiiksek getiri saglayan
veya en fazla kayiplara neden olan varliklara
yonelme egilimi gostermeleri veya kendi
sirketlerinin varliklarina yatirim yapmalar1 bu
duruma ornek olarak gosterilebilir (Citilci,

2014).
2.1.4. Diisiik Reaksiyon

Diisiik Reaksiyon, pay senedi fiyatlarinin,

sirketler tarafindan yapilmis olan kazang

aciklamalarina hizli bir sekilde reaksiyon

gosterememesi ve biiylik tepki vermemesi
durumudur. Yatirimcilar, ¢esitli pazarlarda,
asir1 veya diisiik reaksiyonlardan kac¢inarak

ekstra risk almadan o6nemli kazanglar

saglayabilirler (Kandir ve inan, 2011).
2.2. Zihinsel Yanilsamalar

Zihinsel yanilsamalar, bireylerin objektif

gerceklikten saparak, oOnyargihi diisiince

kaliplarina ve duygusal tepkilere yonelmelerini
ifade eder. Bu yanilsamalar arasinda, "asiri

giiven", yatinmcilarin kendi bilgi ve

yeteneklerine asir1 giivenmeleri sonucu riskli
yatirim Kkararlar1 almalarina neden olabilir.
"Kayip kagirma" ise, yatirimcilarin ge¢misteki
kayiplarini telafi etme amaciyla hatali kararlar
almalarina yol agabilir. "Grup disiincesi",

cevresindeki diger yatirimcilarin

davraniglarina uyum saglama egiliminde olan

yatirimcilari etkileyebilir. Zihinsel

yanilsamalar, finansal piyasalarda ani ve
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beklenmedik fiyat hareketlerine neden olabilir
ve bu da geleneksel finans teorisinin 6ngordigi
etkin piyasa hipotezinin sorgulanmasina yol
acar. Yatirimcilar icin, bu yanilsamalari
anlamak ve onlara karsi bilingli bir sekilde
hareket etmek, daha saglam ve stirdirulebilir

yatirim stratejileri olusturmak adina 6nemlidir.
2.2.1. Kayiptan Ka¢inma Egilimi

Kayiptan kaginma derecesini gec¢misteki
kazanglarimiz ve kayiplarimiz belirlemektedir.
Kazancgtan sonraki siirecte yasanan kayiplar
insanlar1 daha az etkilerken kayip siirecinden
sonra tekrar yasanan kayiplar daha fazla
etkilemektedir. Insanlar, belirli bir referans
noktasina dayanarak kayiptan kaginma egilimi
gosterebilirler (Ruben ve Dumludag, 2015).
Bir kazang elde edildiginde, insanlar genellikle
daha fazla risk almaya meyillidirler; ancak bir
kayip yasadiklarinda, riskten kacinma egilimi
gosterme egilimindedirler. Birinci durumda
kolay para etkisi, ikinci durumda ise kayiptan
kacinma etkisi

2011’den geviren Gazel, 2014: 36-37).

ortaya c¢ikar (Nofsinger,

2.2.2. Pismanhktan Ka¢inma Egilimi

Pismanlik, 6nceki kararlarin olumsuz sonuglar
dogurmasiyla ortaya ¢ikan bir duygusal acidir.
Bu duygu, iki farkhh sekilde kendini
gosterir: eylem pismanligi ve ihmal pismanlhigi
(Nofsinger, 2011). Insanlar ileride kaybedecegi

egilimine girerse riskli yatirimlardan uzaklasip,
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daha gilivenilir ve saglam yatirimlara
yonelecektir. Bu nedenle bireyler bilinmeyen
ya da riskli yatirinmlar yerine =zihinlerinde
olarak belirledikleri

guvenilir yatirimlara

yoneleceklerdir.
2.2.3. Akilsal-Zihinsel Muhasebe Egilimi

Zihinsel muhasebe terimi, ilk kez Richard
Thaler tarafindan kullanilmistir (Thaler, 1999,
183-206). Bireyler ve isletmeler finansal
olaylar1 ve yapmis olduklar islemleri kayit
altinda tutmak, bu islemleri analiz etmek ve
elde edilen sonuclari gormek isterler. Bu isleme
zihinsel muhasebe adi verilir. Ornegin, bir kisi
ylksek faizle borglanarak bir araba alirken,
ayni zamanda diisiik faizle emeklilik giinleri

icin birikim yapabilir (Karan, 2013).
2.2.4. Cerceveleme EtKkisi

Cerceve etkisi, ¢ok boyutlu nesnelerin ve

olaylarin dogru bir sekilde
degerlendirilememesine yol acan algisal
yanilgilardir. Nesneleri ve olaylar1 dogru

algilamak icin, onlar1 olusturan baglamlarin

sinirlanmas1  gerekir. Yani, bu nesneleri
nitelendiren iligkilerin dogru algillanmasina
yonelik bir ¢ergeve olusturulmalidir. Cergeve
olusturulamadiginda algisal yanilgilar ortaya

cikmaktadir (Abaan, 1998).
2.3. Beklenen Fayda Teorisi

Beklenen Fayda Teorisi, risk ve belirsizlik

durumlarinda ekonomik davranislari

aciklamak ve karar alma siire¢lerinde rasyonel
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secimler yapabilmek icin gelistirilmis bir

modeldir. Bu teori, beklenen faydanin
maksimize edilmesi ilkesine dayanir ve
bireylere fayda saglama amact gilider

(Senkesen, 2009). Bernoulli tarafindan ilk kez
One siiriilen ve daha sonra John Von Neuman ile
Oscar

Morgenstein tarafindan gelistirilen

Beklenen Fayda Teorisi, standart iktisat

teorisinin temel referans modeli haline

gelmistir (Aksoy ve Sahin, 2009). Beklenen

fayda diisiincesinin ~ temelinde  fayda
maksimizasyonu kavrami yatmaktadir. Amag
bireylerin fayday: en list noktada tespit ederek
o dogrultuda hareket etmesini saglamaktadir.
efektif  alternatifin

Rasyonel  davranis

secilmesini amag¢lamaktadir.

Beklenen Fayda Teorisi, bireylerin rasyonel
oldugunu ve kararlarini maksimum faydayi
elde etmek icin verdiklerini varsayar. Kararlar,
sonuglarin  olasiliklar bu

ve sonuclarin

saglayacag1 faydalarin c¢arpimi Uzerinden
degerlendirilir. Fayda fonksiyonu genellikle
mutlak degerlere dayanir ve her bir sonug i¢in
belirli bir fayda degeri atanir. Olasiliklar
objektif olarak degerlendirilir ve kararlar bu
objektif olasiliklara gore alinir. Teori, bireylerin
riskten tamamen ka¢inma veya risk alma
egilimlerini hesaba katmaz; sadece beklenen
faydayr maksimize etmeye odaklanir. Pratik
uygulamalarda daha ¢ok ekonomik ve finansal
modellerde kullanilir ve bireylerin tamamen

rasyonel oldugu varsayimina dayanir.



Neumann ve Morgenstern, Bernoulli'nin
karsilastig1 faydanin 6l¢iim sorununu bir fayda
indeksi kurarak asmislardir. Bu sekilde, risk
iceren durumlarda tiiketici tercihlerini neo-
kardinalist bir cercevede ele alan geleneksel
talep analizinin baz1 varsayimlar altinda
rasyonel bir se¢cim oldugunu gostermislerdir

(Abaan, 1998).
2.4. Beklenti Teorisi

Psikoloji biliminde karar alma davranisi

arastirma konusu olarak 1950’li yillarda
kullanilmistir. Kahneman ve Tversky’'nin 1979
yilinda yayinladiklar1 "Beklenti Teorisi" adl
makalesi, iktisat ve finans alanlarinda bu

konularin uygulanabilir oldugunu ortaya
koymustur. Buna gore karar alma siireglerinin
finansa olan etkilerini gorebilmek icin insan
sezgi ve karar siirecleri mihenk tasi olarak ele
alinmalidir. Teoriye gore bireyler tercihlerini
yaparken riskli secenekler arasindaki faydayi
karsilastirirlar ve en yliksek fayda saglayani

tercih ederler.

Beklenti Teorisi, bireylerin karar alirken
rasyonel davranmadigini ve riskten kaginma
veya risk alma egilimlerinin oldugunu o6ne
siirer. Bu teori, bireylerin kazang ve kayiplari
farkli sekilde degerlendirdigini ve bu
degerlendirmelerin subjektif oldugunu one
stirer. Deger fonksiyonu, referans noktalarina

gore tanimlanir ve insanlar kazang ve kayiplari
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bu referans noktalarina gore degerlendirirler;
kayiplara karsi daha hassas olurlar. Olasiliklar
subjektif olarak degerlendirilir; insanlar diisiik
olasiliklar1 abartma ve yliksek olasiliklar:
kiicimseme egilimindedir. Teori, bireylerin
risk algilarin1 ve risk karsisindaki tutumlarin
dikkate alir. ekonomi

Davranissal ve

psikolojide daha yaygin olarak kullanilir ve

bireylerin gercek hayatta nasil karar
verdiklerini daha iyi agiklar.
Beklenti teorisine gore, bireyler toplam

faydalarini ve degerlerini maksimize etmeye
calisirlar (Kahneman ve Tversky 1979; Shiller
1998). Kahneman ve Tversky (1979)’e gore,
agirhiklar yiiksek olasiliklara bir, diisiik
olasiliklara ise sifir atandig1 gercgek olasiliklarin

bir fonksiyonu olarak belirlenir.

Bernoulli ve Cramer'in St. Petersburg

Paradoksu 1lzerine yaptiklar1 calismada,
bireylerin beklenen deger yerine beklenen
faydaya daha fazla 6nem verdikleri sonucuna
ulasmislardir. Ancak Kahneman ve Tversky'ye
gore, insanlar alternatifler arasinda se¢im
yaparken fayda fonksiyonunu degil deger
fonksiyonunu kullanirlar. Kahneman ve
Tversky, Beklenen Fayda Teorisi'nin belirsizlik
ortaminda se¢im yapma siirecini agiklamakta
yetersiz kaldigini ve bu teorinin varsayimlarina
ornekleri sunarak

aykiri tercih

gostermektedirler (Davut, 1997).
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2.5. Sinurh Arbitraj

Etkin Piyasa Hipotezi'ne gore yatirimcilarin
bazilar1 rasyonel hareket etmez. Buna gore,
yatirimcilarin piyasalarda yapmis olduklari
islemlerin tesadiifi olarak yapilmakta ve fiyat

hareketleri bundan etkilenmemektedir.

Yatirnmcr  duyarhiliginin  piyasa fiyatlarini

etkilememesi gerektigi lzerine yapilan
tartismada, varlikli ve yetenekli yatirimcilarin,
duygusal yatirimcilarin davranislarina dikkat

ederek yanlis fiyatlamay1 yakalayip kar elde

etmelerinden bahsedilmektedir. Bu siirec,
arbitraj olarak bilinir (Nofsinger, 2011.
Ceviren; Gazel, 2014, 116). Sharpe ve

Alexander ise arbitraji daha basit bir ifadeyle
“ayni1 veya temel olarak ayni 6zellikler gosteren
menkul kiymetlerin fiyat farkliliklarindan
faydalanmak amaciyla farkh piyasalarda ayni
anda alinip satilmasi1” olarak tanimlamaktadir

(Sharpe ve digerleri, 1990: 12).

Sinirli arbitraj teorisinde iki tip yatirnmcidan
soz edilir: irrasyonel yatirnmcilar “soylenti
tacirleri” (noise trader) ve rasyonel yatirimcilar
“arbitrajcilar” Shleifer ve Summers (1990, 20).
Etkin piyasalar teorisinin tersine davranigsal
finans, arbitrajin riskli oldugu ve bu nedenle
sinirli oldugu temel tartismayr merkezine alir.
Arbitrajin faydali olabilmesi, fiyati girilti
islemlerinden (finansal piyasalarda fiyatlarin
istenmeyen ani

dalgalanmalarini  veya

degisimleri) potansiyel olarak etkilenmis
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menkul kiymetler i¢in alternatiflerinin

olmasina dayanir. Riskleri sinirlamak igin,
arbitrajcilar  alternatifleri olan  menkul
kiymetlerin diistik fiyath olanlarin1 alabilir.
Ancak bazi durumlarda alternatiflere sahip
olmayan menkul kiymetler olabilir. Bu nedenle,
arbitraj fiyat seviyelerini

yukseltir ve

arbitrajcilar icin riski engelleyemez. Bu
durumda, arbitrajc1 alternatif portfoy alamaz
ve kisa vadeli olarak satamaz. Sonug¢ olarak,
eger arbitrajc1 riskten kaciniyorsa, arbitraj

sinirlt hale gelir (Shleifer, 2000).
2.6. Zitlik ve Momentum Stratejileri

Hisse senedi alim satimi basladigindan beri,

basit alim satim stratejileri biyuk ilgi

gormiistiir. En basit alim satim stratejileri,
onceki donemlerdeki hisse senedi getirilerine
odaklanir. Son yillarda yayinlanan bir¢cok
calisma, gecmis hisse senedi hareketlerine
dayali gorece basit alim satim stratejilerinin
onemli olciide olumlu getiriler sagladigini
gostermektedir.  Zithk ve  momentum
stratejileri, alim satim stratejisi modellerinin
iki farkli 6rnegini temsil eder. Bu ¢alismalarda,
hem getiri zithk

dontislerine  dayanan

stratejilerinin hem de getiri devamliliginm

oncelikli alan momentum stratejilerinin

sasirtici sekilde karl oldugu tespit edilmistir.

Zithik veya momentum yatirim getirileri, hisse
senedi getirilerindeki beklenmedik farkliliklar

veya hisse senedi getirilerinin tahmin edilebilir



zaman serileriyle ag¢iklanabilir. Literatiirde,
zaman serilerinin tahmin edilebilirligi tizerinde
yogun bir ilgi olsa da giinimiizde yeni modeller
giderek daha fazla ilgi cekmektedir. Onemli bir
nokta, bir stratejinin momentum veya zitlikla
ilgili olmamasidir; herhangi bir stratejinin
basarisinin varlik fiyatlarinin zaman serileri
davranisina dayandigidir. Baska bir deyisle,
baz1 durumlarda, bir hisse senedinin onceki

performansina dayanan bir sonug ortaya ¢ikar.

Zithk ve momentum stratejileri, zaman

araliklarina bagh olarak farklilik gosterirler.

Zithk  stratejileri genellikle uzun vadeli

trendlere dayanir ve piyasadaki asiri

degerlenmis veya asir1 diisiik olan varliklar
secer. Ornegin, diisiik fiyath hisse senetlerini
uzun vadeli potansiyel deger artisi icin
secebilir. Momentum stratejileri ise kisa vadeli
fiyat hareketlerine dayanir. Bu stratejiler, giiglii
fiyat hareketleri gosteren varliklar: secer ve bu
momentumun devam edecegi beklentisiyle
islem yapar. Ornegin, son dénemde fiyat1 hizla
artan hisse senetlerini satin alabilir. Bu
farklilik, stratejilerin hangi zaman araliklarinda
etkili

oldugunu belirler. Zithk stratejileri

genellikle uzun vadeli yatirnmclar igin,

momentum stratejileri ise daha kisa vadeli
yatirimcilar i¢in daha uygundur. DeBondt ve
Thaler'im  c¢alismalari, ABD hisse senedi
piyasasinda uzun vadede getiri doniislerinin

olacag: yoniinde giiclii kanitlar sunmustur. Bu

78

calismalarda, son 3 ila 5 yillik zaman periyodu
icinde zayif performans gosteren hisse
senetleri (yani ge¢cmiste kaybedenler), gigli
performans gosteren hisse senetlerinden
(gecmiste kazananlar) daha yiiksek performans
gosterme egiliminde ifade edilmistir ve bu
yatirim zithk stratejisi olarak adlandirilmistir.
Jegadeesh ve Titman ise ABD hisse senedi
piyasasinda 3 ila 12 aylik zaman periyodunda
gecmiste kazananlarin, gegmiste kaybedenlere
gore lstiin performans gosterecegini iddia
ederek bunu momentum stratejisi olarak
adlandirmislardir. Conrad ve Kaul ise getiri
bazli alim satim stratejilerinden kaynaklanan
karlar1 analiz etmislerdir. Bulgularina gore,
zithk stratejisi cok kisa vadelerde (haftalik,
aylik) veya uzun vadelerde (2 yildan 5 yila
kadar) onemli karlar elde etmeyi saglarken,
momentum stratejisi genellikle orta vadede (3
aydan 12 aya kadar) kar elde

saglamaktadir (Bali, 2011).

etmeyi

3.LITERATUR TARAMASI

Bu alandaki c¢alismalar gorece yeni baslamis
olup alana katkilarinin 2000’li yillardan sonra
basladig1 gorilmektedir. Son yillarda, finansal
piyasalarin dinamizmi,

karmagsikligi  ve

arastirmacilar1 ve pratisyenleri gelismis
algoritmik ve yapay zekad temelli teknikler
gelistirmeye yonlendirmistir. Er vd. (2005)
evrimsel ve genetik algoritmalarin finans

alanindaki uygulamalarin1 incelemis ve bu
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tekniklerin isletme finansi, finansal piyasa
sistemleri ve finansal ekonomi gibi cesitli
alanlarda yogunlastigini vurgulamistir.
Barbosa ve Belo (2008), insan miidahalesi
gerektirmeden finansal araglar1 ticaret
yapabilen hibrit akilli aracilar1 tanitmis ve bu
araclarin doviz piyasalarinda kar sagladigini
gostermistir. Unsal ve Kaya (2020) ise makine
ogrenme  teknikleri  kullanarak  forex
piyasalarinda basarili al-sat sinyalleri lireten
otomatik ticaret robotlar1 gelistirmislerdir.
Pothumsetty (2020) ve Cohen (2022), yapay
zekd tabanli algoritmik ticaretin stratejik
avantajlarini ve geleneksel yontemlere gore
ustiinliiklerini ortaya koymuslardir. Citilci
(2021) gibi calismalar, piyasa haberlerine hizli
tepki veren sistemler gelistirerek manuel emir
verme gecikmelerini minimize etmislerdir.
Hekim (2022), yatirimcilarin algoritmalarini
stirekli test etmeleri ve optimize etmeleri
gerektigini vurgulamistir. Celik ve Oztiirk
(2022) yapay zekad kullanarak algo/HFT
islemlerinde kullanilan stratejileri
arastirmiglardir. Ertiirk ve Yoriikeren (2022),
XELKT endeksini kullanarak optimize edilmis
indikatorlerle alim satim algoritmalari
gelistirmislerdir. Sert ve Bas¢1 (2022), BIST 30
endeks genetik

portfoyiline algoritmalar

uygulayarak getirilerini  analiz

etmislerdir. Yildiz (2022), Tirkiye'deki finans

yatirim

sektoriinde zeka  teknolojilerinin

yapay

kullanimi tizerine odaklanmistir. Agbloyor vd.
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(2023), makine 6grenimi ile bir iilkenin IMF
kurtarma paketine ihtiya¢ duyma olasiligini
ongoren faktorleri analiz etmislerdir. Yadav vd.
(2023) ise yapay zeka ve tarimsal emtia stoklari
arasindaki baglantiy1 inceleyerek, varhk
siniflar1 arasindaki etkilesimlerin volatiliteye
katkisim1 ortaya koymustur. Bu c¢alismalar
arasinda, algoritmik ticaret ve yapay zeka
temelli yaklasimlar 6ne ¢ikmaktadir. Ornegin,
Er vd. (2005), Pothumsetty (2020) ve Cohen
(2022), yapay zeka tabanl algoritmalarin
finansal piyasalardaki stratejik avantajlarim
incelemislerdir. Makine 6grenme tekniklerinin
kullanimi, Unsal ve Kaya (2020) ile Agbloyor
vd. (2023) tarafindan vurgulanmis, forex

piyasalarinda ve IMF kurtarma paketi
ongorilerinde basarili sonuclar elde edilmistir.
Otomatik ticaret sistemleri tiizerine yapilan
calismalar, Barbosa ve Belo (2008), Citilci
(2021) ve Hekim (2022) tarafindan ele alinmus,
manuel emir verme gecikmelerini azaltarak
yatirimcilara o6nemli avantajlar saglamistir.
Yapay zekanin finansal performansa etkisi, Sert
ve Basc1 (2022), Yildiz (2022) ve Yadav vd.
(2023) tarafindan incelenmis, bu teknolojilerin
yatirim getirilerini artirma potansiyeli ortaya
konmustur. Son olarak, hibrit ve ileri diizey
algoritmalar {izerine yapilan arastirmalar,
Barbosa ve Belo (2008) ile Celik ve Oztiirk
(2022) tarafindan  gergeklestirilmis, bu
sistemlerin finansal piyasalarda etkinliklerini

artirdig1 gosterilmistir. Bu literatiir, finansal



piyasalarda yapay zeka ve algoritmalarin artan
onemini ve potansiyelini a¢ik¢a gozler dniine

sermektedir.

Er vd. (2005), evrim ve genetik temelli

stokastik  arastirma  ve optimizasyon

tekniklerini inceleyen c¢alismalarinda, bu
algoritmalarin finans alanindaki kullanimlarini
arastirmayi

hedeflenmistir. Bu c¢alismada

sunulan literatiir taramasi genetik
algoritmalarin isletme finansi, finansal piyasa
sistemleri ve finansal ekonomi gibi alanlarda

yogunlastigini gostermektedir.

Barbosa ve Belo (2008), insan denetimi

gerektirmeden finansal araglarin ticaretini
yapma yetenegine sahip hibrit akilli aracilarin
uygulanmasina yonelik bir altyapi agiklamayi
amaclamiglardir. Bilyiik o6l¢iide yapay zeka
modellerine ve problem cozme
metodolojilerine dayanan bu altyapi, iki doviz
allm satim aracisim  uygulamak igin
kullanilmistir. Simiilasyon yoluyla her modiiltiin
kidra ve dusiise farkhi katki sagladigi tespit

edilmistir.

Unsal ve Kaya (2020), calismada, ge¢mis
verilere dayanarak giincel duruma uygun al ve
sat sinyalleri lreten ve bu sinyallere gore
otomatik  islemler acan  bir  robot
gelistirmislerdir. Bu robot, "Naive Bayes" adli
bir makine 6grenme teknigini kullanmaktadir.

Calismada, EUR/USD, GBP/USD, USD/]PY,
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USD/CHF, USD/CAD, GBP/JPY ve AUD/USD
paritelerine ait ge¢mis veriler lizerinde test
edilmistir. Sonuglar incelendiginde, forex
piyasalarinda test edilen robotun, gec¢mis
verileri analiz ederek ileriye doniik fiyat
tahminleri yaptig1 ve bu tahminlere dayali alim-
satim sinyalleri Urettigi gozlemlenmistir.
Uretilen sinyallerin basarili olmasi ve robotun
test edilen tiim paritelerde kar elde etmesi,
algoritmanin etkinligini ve potansiyelini ortaya
koymaktadir. EUR/USD paritesinde robotun
elde ettigi 1,68'lik kar faktori ve %4,98'lik
diisiik geri c¢ekilme orani, karlilik agisindan
gelecek donemde de umut vadedici sonuglara

ulasabilecegini gostermektedir.

Pothumsetty (2020), yapay zeka teknolojisini
kullanarak algoritmik tradingin nasil calistigini
incelemistir. Calismada, algoritmik tradingte
benimsenen en iyi bes ticaret stratejisi ve
bunlart  uygulamanin temel avantajlari
tartisilmaktadir. Ayrica istege bagh ticaret ile
algoritmik trading arasindaki kritik farklarin
degerlendirilmesine

ve geleneksel

yatirimcilarin  neden  algoritmik trading

platformlarina diistinmeleri

gecmeyi

gerektigine vurgu yapilmistir. Geleneksel
tliccarlarin ¢ogu, ozellikle de Hindistan gibi
gelisen bir ekonomide, algoritmik tradingin
farkinda degillerdir. Dolayisiyla s6z konusu
calisma bu boslugu doldurmayi, algoritmik

tradingin yiikselisi ve borsada aktif olarak



[zmir Yonetim Dergisi (Izmir Journal of Management) , Y1l:2024, Cilt:5, Say1:2, ss. 71-88

ticaret yapan Kkisilerin neden borsada ticaret
yapmay1 diisinmeleri gerektigi konusunda
farkindalik yaratmayi amagclamaktadir.
Calismada, algoritmik tradingin avantajlarini
heniliz tam olarak kesfetmemis olan piyasalar
icin yeni bir donemin basladigina vurgu
yapilmistir. Bu baglamda ortaya ¢ikan yeni
hisse senedi alim satim ydntemlerine uyum
saglamak, daha

sonuglarin  garanti

iyi
edilmesine yardimci olacaktir.

Citilci (2021)’e gore, finansal piyasalarda
haberlerin fiyat dalgalanmalarini tetikledigi
durumlarda, manuel emir verme gecikmelere
yol acabilir ve yatirimcilarin firsati kagirmasina
neden olabilir. Bu sorunu ¢6zmek igin
calismada, TCMB'nin faiz karar1 gibi kritik
haberlerin anlik takibi ve otomatik emir verme
imkani  arastirhmistir.  Calismada TCMB
tarafindan XML ve JSON formatinda sunulan
web servisinden faydalanilarak TCMB'nin faiz
kararinin anlik olarak takip edilmesini saglayan
bir algoritma hazirlanmistir. DLL araytziiyle
net ortaminda olusturulan bu algoritma,
onceden belirlenmis parametrelere gore
tetiklenir ve TCMB faiz karar ac¢iklandiginda
otomatik emir verme islemini gergeklestirir.
Calisma, MetaTrader islem platformu ile DLL
araylzii arasinda iletisim kurarak USD/TRY
paritesinde islem ag¢maktadir. Bu algoritma
sayesinde  yatirnmcilar, @ TCMB’nin  faiz
kararlarina hizli bir sekilde tepki verebilmekte

ve bu sayede daha avantajli pozisyonlar
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alabilmektedir. Dolayisiyla, bu c¢alismadan

yatirimcilar icin olumlu olacak sonuglar

alinmistir.

Cohen (2022)’in calismasinda, yapay zekaya
dayali algoritmik trading sistemlerinde son
gelismelerin  acgiklanmas1  ve  bunlarin
degerlendirilmesi amag¢lanmistir. Ayrica, tek
bir lizerinde

bu

metodoloji veya veri seti
yogunlasan diger c¢alismalarin aksine,
calismada, finansal varlik fiyatlarindaki trend
degisimlerini tespit etmeyi amacglayan, farkl
metodoloji veya veri kaynaklarini tek bir karar
alma siirecine entegre eden daha biitiinsel bir
yaklasim benimsenmistir. Calismaya gore

yatirimcilarin tahminleri, yapay zeka ile
olusturulabilir ve beklenenden daha iyi karlar

elde edilebilir.

Hekim (2022)’'in c¢alismasinda, algoritmik
trading ile iliskili kavramlar genis bir cercevede
ele alinarak yatirimcilar i¢cin sistem kurma
sturecine dair bilgiler sunulmaktadir. Amag,
yatirimcilarin  algoritmalart dogru sekilde
kullanmalarina ve beklenen performansi elde
etmelerine yardimci olmaktir. Bunu basarmak
icin, yatirimcilarin algoritmalar siirekli olarak
test etmeleri ve degerlendirmeleri tavsiye
edilmektedir. Dogru algoritma secimi ve
optimizasyonu, islem yapilan piyasada basariya
ulasmak icin kritik 6nem tasimaktadir. Bu
baglamda, yatirimcilarin farkh algoritmalarin
performanslarin1 6lgmeleri ve en uygun olani

secmeleri gerektigi sonucuna varilmistir.



Celik ve Oztirk (2022)%n ¢alismasinda,
algo/HFT islemlerinin yapay zeka kullanilarak
nasil gerceklestirildigi ve bu siirecte hangi
stratejilerin

algo/HFT

kullanildigi arastirilmistir.

Calisma, islemlerinde uygulanan
stratejilerin bilinirligine ve anlagilirligina katki
saglayarak yatirima

ve arastirmacilara

kavramsal bir ¢ergceve sunmay1 hedeflemistir.

Ertirk ve Yoriikeren (2022)’in ¢calismasinda,
XELKT endeksi (Elektrik Endeksi)

kullanilmistir. Elektrik  endeksi; Borsa

Istanbul’da islem géren 20 adet elektrik ve
ait hisse senetlerinin

enerji  sirketlerine

performansini  6lgmek

XELKT

icin kullanilan bir

gostergedir. endeksi grafigi icin
optimize edilmis Trend Takip Indikatorii (OTT)
‘ve Stokastik (STOS) indikatorleri kullanilarak
Metastock dilinde alim satim algoritmalan
olusturulmus ve otomatik emir iletimi
saglanmistir. Calismada 1 dakikalik periyotlar
kullanilmis ve OTT ile STOS'un sinyallerinin
kesistigi noktalarda emir iletimi saglanmistir.
Bu sayede hatali islemlerin sayisinda azalma
gozlemlenmistir. Tek bir indikator yerine iki
indikator kullanarak olas1 hatali sinyallerin
azaltilmasi ve hatali islem sayisinin minimize
edilmesi saglanmistir. Her iki indikatoriin de
destekledigi sinyaller sayesinde daha az islemle
elde edildigi

daha yiiksek getiri tespit

edilmistir.
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Sert (2022)’'in ¢alismasinda, BIST 30 endeks
portfoyline basit hareketli ortalama genetik
algoritmasi uygulanmistir. Bu algoritma, farkl
senaryolarda kisa ve uzun vadeli yatirimlara
yonelik  olarak  tasarlanmistir.  Genetik
algoritmanin kullanimiyla farkli senaryolarda
yatirim getirileri ve performanslar1 analiz
edilmistir. Arastirma sonuclari, farkli SMA
(Basit Hareketli

Ortalama) genetik

algoritmalarinin  kullanilmasiyla BIST 30
endeks portfoyiine yapilan yatirimlarda gesitli
oranlarda pozitif veya negatif getiriler elde
edilebilecegini gostermektedir. Bu sonuglar,
BIST 30 endeks portfoyiiniin alim ve elde tutma
stratejilerine uygulanan algoritmik tradingin,
normal ticaret stratejilerine kiyasla daha
yuksek getiriler ve performanslar elde etme

potansiyeline sahip oldugunu 6ne siirmektedir.

Yildiz (2022)’a gore, yapay zeka teknolojileri,
firmalarin, kurumlarin ve hatta bireylerin
yasamlarinda karst konulamaz bir sekilde
degisiklige yol agcmistir. Bu degisimden en ¢cok
etkilenen alanlardan biri de finans diinyasidir.
Yapilan ¢alismalarin ortaya koydugu sonuglarla
birlikte, Tiirkiye'deki bankalarin ve finans
sektoriiniin  hangi alanlara ve tekniklere
odaklandig belirlenmeye ¢alisilmistir. Ampirik
calismalarin sonuglar1 incelendiginde, hisse
senedi

fiyatlari, altin veya diger makro

ekonomik degiskenlerin degerlerine iliskin
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tahminlerde Yapay Sinir Aglar1 (YSA) ile ilgili

calismalarin 6ne ¢iktig1 gorulmustiir.

Agbloyor vd. (2023), 6550 gozlem ve 138
ozellikli bir veri setini makine 6grenimi ile
yapay zekadaki son gelismeleri kullanarak bir
tilkenin IMF kurtarma paketine ihtiya¢ duyma
olasiligini 6ngoren faktorlere iliskin tartismaya
katkida bulunmuslardir. Bu ¢alisma, bir tilkenin
neden IMF kurtarma paketi istedigini tahmin
edebilecek birgok faktori ortaya ¢ikarmstir.
Bu calisma esnasinda ekonomi, enerji, ticaret,
saglik ve sosyal alanlarda yeni faktorler ortaya
aktigr gorilmiistiir. Ulkeler IMF yardimina
basvurdugunda genellikle odak noktasi borg
seviyeleri, 0demeler

dengesi, enflasyon

oranlar1 ve doviz kurlar1 gibi ekonomik
gostergelerdir. Calisma, tarim, enerji, saghk ve
sosyal gostergelerle ilgili faktorlerin de bir
tilkenin IMF kurtarma paketine ihtiya¢c duyma
olasiligini tahmin etmede onemli bir rol
oynayabilecegini vurgulamaktadir. Bu yeni
faktorlerin analize dahil edilmesi, bir tlkenin
mali kirilganligini ve IMF'den destek arama
kararin1 etkileyebilecek cesitli

daha

degiskenler

dizisinin kapsamli  bir  sekilde
anlasilmasini saglamaktadir. Bu faktorler, mali
krizlerin meydana geldigi daha genis sosyo-
ekonomik baglam ve bir ilkenin dis mali
yardim ihtiyacina katkida bulunabilecek
faktorler hakkinda ek bilgiler sunmaktadir.
Dolayisiyla, bu yeni faktorlerin IMF kurtarma

paketlerini tahmin etmeye dahil edilmesi,
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analizin kapsamini geleneksel ekonomik
gostergelerin oOtesine tasimakta ve finansal
krizlerin ¢ok boyutlu dogasina ve IMF kurtarma
paketlerine ihtiyac duyan tilkelerin
ozelliklerine 1s1k tutmaktadir. Bunlarin IMF
kurtarma paketine ihtiya¢ duymasi muhtemel
belirlemede

ulkeleri en azindan Ongoru

anlaminda yararli oldugu tespit edilmistir.

Yadav vd. (2023)’in ¢calismasinda, yapay zeka

stoklarinin ~ tarimsal  emtia  stoklariyla

baglantisinin  incelenmesi  amaglanmistir.
Yapay zeka stoklarini 6l¢mek i¢in, bu ¢alismada
Microsoft, Google, Amazon, Meta ve NVIDIA
sirketleri dikkate alinmaktadir. ABD bugday,
ABD musiri, ABD soya fasulyesi, ABD yulafi ve
ABD pirinci tarimsal emtia stoklarini1 temsil
Varlik

arastirmak ic¢in Krehlik (2018)

etmektedir. siniflar1  arasindaki
baglantiy1
modelleri kullanilmistir. Sonug, Microsoft'un
soklarin en fazla alicis1 ve ayni1 zamanda en fazla
katkida bulunani oldugunu ortaya koyuyor;
ABD pirinci ve ABD misir;, Covid -19
doéneminde sirasiyla soklarin en az alicis1 ve en
az katkida bulunmaktadir. En ytiksek volatilite
sokunu Microsoft'un (%6,79) aldigini, onu
diger varlik smifindan Google'in (%6,68)
izledigini ve ABD pirin¢ endeksinin en az sok
(%0,31)

Volatiliteye katkiya bakildiginda ise sirasiyla en

alan oldugu tespit edilmistir.

yliksek katkiyr Microsoft, ikinci en yiiksek
katkiy1 Google'in yaptig1 ve soka en az katkida



bulunan varlik sinifinin ise RUSC (Russell 2000

Endeksi) oldugu gorilmiistiir.

4. YAPAY ZEKA VE ALGORITMIiK
TRADING

Teknolojik  gelismelerle birlikte finansal
piyasalarda yapay zeka destekli algoritmalarin
onemi artmistir. Algoritmik trading, 6nceden
belirlenmis kurallara dayali olarak otomatik
ticaret stratejilerini uygulayarak, hizli yiirtitme
ve disiplinli islem yapma avantajlari sunarken,
yapay zeka ise biiyiik veri setlerini analiz
ederek karmasik desenleri tanima ve 6ngori
yetenekleri ile o6n plana ¢ikmaktadir. Bu
etkilesim, finansal piyasalarda daha sofistike ve
dinamik ticaret stratejilerinin ortaya ¢ikmasina
olanak tanimanin yani sira, risk yonetimi, veri
analizi ve hizli karar alma stireglerinde 6nemli

iyilestirmeler saglamaktadir.

Algoritmik trading bir veri yOnetim sistemi

veya yazim  kullanilarak  bilgisayarlar

tarafindan otomatik gerceklestirilen ticari
islemlerdir. insana

Algoritmalar, duyulan

ihtiyaci azaltir ve beserl kapasitenin
gerceklestiremedigi insana 06zgl faaliyetleri
gerceklestirir. Yapay zeka ile verilen kararlar,
yatirimcilarin  simirli  rasyonelligini ortadan
kaldirir ve bireylerin daha saglikli bir yatirim
karar1 almasina olanak saglar. Borsada yapilan
islemler yapay zeka ile algoritmik tradingin

etkilesimiyle beraber insan duygularindan
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arindirilmis olarak, daha kuralli ve sistematik

sekilde yapilabilmektedir. Insanlar,

bilgisayarlar ve robotlar ile manuel olarak
yaptiklar1 islemleri, yapay zeka araciligiyla,

insan hizinin erismesi mimkiin olmayan

seviyelerde yapabilecektir. Yatirimcilar i¢in her

bir saniyenin o6nemi biytiktir. Borsada

yatirimcl, hisse se¢imi yaparken, robotlara

mevcut biitgesini  belirletirken ve risk

yonetimlerini robotlar araciiyla yaptirarak

yapay zekadan yararlanmaktadirlar.

Alim ve satim islemlerinin haricinde mevcut

algoritmalarin  denetimini onlari

yapip,

inceleyen algoritmalar da bulunmaktadir.

Bunlar, vade ve enstriiman gibi

sinirlandirmalar olmadan, enstriimanlarin fiyat

hareketlerini, alici ve satict miktarlarini,

performanslarini analiz

Bu

inceleyerek

etmektedir. yapilan islemlerin
tamamlanmasi icin yapay zekadan destek

alinir.

Yapay zeka destekli algoritmalar, piyasada

olusan fiyat balonlarini ve finansal

piyasalardaki dalgalanmalar1 engelleyecektir.
Piyasada daha adil fiyatlamalar ve rekabetci bir
ortam olusacaktir. Alim satim islemleri daha
hizli gerceklesecektir. Bireylerin duygusal
tepkiler ile yaptig1 yatirimlar azalacagi i¢in fiyat
dalgalanmalarinin 6niine gegilecek ve fiyatlar
daha makul seviyelerde kalacaktir. Yapay zeka
birlikte insan

destegiyle yatirimlar,
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duygularindan arindirildigr  igin kriz
donemlerinde agsir1 fiyat dalgalanmalarinin ve
balon olusumlarinin 6niine gegebilir. Bu
durum, finansal piyasalardaki Kkrizlerin etkisini
azaltabilir ve makro ekonomik gostergelere
olumlu etki edebilir. Kisacasy, finans
piyasalarinda olumlu etkileri arasinda adil
fiyatlamalar, hiz avantaji, risk yonetimi, likidite
artisl, fiyat belirleme dogrulugu ve kriz
donemlerinde daha stabil bir performans

bulunmaktadir.

Algoritmalar yanlis alim satimlarin, farkh
fiyatlardan gonderilen emirlerin ve farkh
hesaplara gonderilen emirler gibi hatalarin
online gecmektedir. Yatirimci tarafindan
yuksek hacimli ve farkli seviyelerden girilmis
olan emirler piyasay1 olumsuz etkiler. Bu da
piyasadaki fiyatlarin oynak hale gelmesine

sebebiyet verecektir.
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5.SONUC

Finansal piyasalarin tamamen etkin oldugunu
varsaymak gercekci degildir. Bunun temel

nedeni, yatirnm kararlarinin ve piyasa

gelisimlerinin yatirimcilarin psikolojik

durumlar1 ve algi bigimleri tarafindan ciddi
sekilde etkilenmesidir. Davranissal finansin
temelini olusturan iki boyut sinirh arbitraj ve

yatiromc1  psikolojisidir.  Kisith  arbitraj

imkanlar1 ve yiiksek islem maliyetleri, farkl
piyasalarda olusan fiyat esitsizliklerinin kisa
vadede dengelenmemesine neden olmaktadir.

Bununla birlikte, yatirimcilarin

gecmis
deneyimleri ve cevresel kosullarin etkisiyle
verdikleri kararlar, piyasanin sekillenmesine

katkida bulunmaktadir.

Davranissal finans, geleneksel finans

modellerinde oldugu gibi bireylerin tamamen
rasyonel olarak davrandigi "homo economicus”
kavraminin dogru olmadigini savunur. Aksine,

davranigssal finans, finansal Kkararlarin

alinmasinda psikolojik etmenlerin ve gercek

yatirimci davranislarinin anlasilmasina

odaklanarak, 6zellikle risk iceren durumlarda

yatirimcilarin  beklenen fayda teorisinin

ongordigi sekilde davranmadigini gosterir.

Algoritmik  trading ile birlikte finans

piyasalarindaki insan faktorii yerini robotik

islemlere birakacagl icin piyasada adil

fiyatlamalar olusacaktir. Ayrica insanlarin

manuel olarak yaptiklar islemler, robotlar



tarafindan yapildig1 i¢in gecikmelerin ontine
gecip, hiz anlaminda yatirimcilara avantaj
saglamaktadir. Risklerin erken bir gsekilde
saptanacak olmasi, risk beklentisi ile
tahminlerinde kullanilarak beseri kapasitenin
yapmis oldugu yanlis tahminlerin ve yatirim

hatalarinin 6ntine gececektir.

Yapay zeka ve algoritmik islemler, piyasadaki

alici ve saticinin daha hizli eslesmesini
gerceklestirerek likiditeyi arttirabilir. Fiyatlar
piyasa kosullarinda daha dogru
belirleneceginden, piyasa igerisinde adil ve
rekabetgi bir ortam olusur. Algoritmik islemler
anomalilerin daha hizli bir sekilde tespit

edilmesini saglar.

Fiyat balonu olusumu piyasalar adina ciddi bir

sorun teskil eder. Emtialarin olmasi
gerekenden fazla olmasi, yatirnmcilarin belirli
varlik sinifina yonelik olumlu beklentisi ve
talebi, bireylerin duygusal tepkilerine bagh
olarak yaptiklar: yatirimlardan dolayi fiyatlarin
artmasi ve piyasada uygulanan dusiik faiz
oranlar1 yatirimcilarin varliklara yonelmesine
sebebiyet verir ve bu da fiyatlarda artisi
beraberinde getirir.  Yapay zeka destekli
algoritmalar bu fiyat balonlarinin 6niine
gececektir  ve finansal piyasalardaki
dalgalanmay: azaltacaktir. Ornegin; yapay zeka
destekli algoritmalardan 6nce bir varligin fiyati

8 katina cikarken yapay zeka ve algoritmalar
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sayesinde 1 katina c¢ikacaktir ve bu varlhigin

fiyat1 diiserken dibe diismeyecektir.

Algoritmik  trading islemlerinin, insan
duygularindan arindirilmis oldugu igin kriz
donemlerinde olusan asiri fiyat
dalgalanmalarinin ve fiyat balonlarinin 6niine
gecebilecegi ve bu yoniiyle yasanacak krizlerin
omrini kisaltabilecegi

Makro

degerlendirilmistir.

ekonomik gostergeler, kalkinma

stirecleri, bliyiime gibi bir¢ok iktisadi stireci

olumlu etkileyebilecegi sonucuna varilmistir.
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