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oz ABSTRACT

Egitimde yapay zeka alanindaki arastirmalarin merkezinde Artificial intelligence (AI) acceptance is at the core of
yapay zeka kabulii bulunmaktadir. Ozellikle yiiksek research in the field of artificial intelligence in education.
ogrenimde yapay zeka entagrasyonunun saglanmasi, yapay Especially in higher education, ensuring the integration of
zeka kabuliine baghdir. Bu ¢aliymada Yapay Zeka Kabul Al depends on the level of acceptance among users. This
Olgegi Kisa Formu’nu psikometrik 6zelliklerinin incelenerek study aims to adapt the Artificial Intelligence Acceptance
Tiirkge’ye kazandirilmas: amaglanmistir. Kolayda drneklem Scale Short Form into Turkish and examine its psychometric
yontemi kullamlan ¢alismanin 6rneklemini 205 {iniversite properties. The sample of the study, in which convenience
ogrencisi olusturmaktadir. Caligmanin veri toplama araglari sampling method was used, consisted of 205 university
arasinda Yapay Zeka Kabul Olgegi Kisa Formu ile Yapay students. The data collection tools of the study include
Zeka Giincel Ogrenimi dlgekleri bulunmaktadir. Yapilan Artificial Intelligence Acceptance Scale Short Form and
giivenirlik analizi sonuglarina gore Yapay Zeka Kabul Artificial Intelligence Current Learning scales. According
Olgegi Kisa Formu’nun Cronbach a = 0.76 ve McDonald’s to the results of the reliability analysis, Cronbach .= 0.76
® =0.72 oldugu goriilmiistiir. Aragtirma bulgular1 6lgegin and McDonald's © = 0.72 for the Artificial Intelligence
madde ayirt edicilik indeks degerlerinin ve madde faktor Acceptance Scale Short Form, indicating satisfactory
yiiklerinin iyi diizeyde oldugunu gostermistir.Olgegin DFA internal consistency. The research findings showed that the
sonuglart, model uyum degerlerinin miikkemmel diizeyde item discrimination index values and item factor loadings
oldugunu gostermistir. Bununla birlilkte, 6lgegin yakinsak of the scale were at acceptable levels. Confirmatory factor
wraksak gegerliliginin sagladigini kanitlamustir. Olgiit analysis (CFA) results revealed revealed excellent model fit
gecerliligi ile ilgili yapilan analizlere gore, yapay zeka indices. Moreover, the scale demonstrated both convergent
kabulii ile yapay zekanin giincel 6grenimi arasinda anlaml and discriminant validity.. According to the analyses of
pozitif iligkilere sahiptir. Aragtirma sonuglari, Yapaz Zeka criterion validity, there are significant positive relationships
Kabul Olgegi Kisa Formu’nun Tiirkiye 6rnekleminde gegerli between Al acceptance and current Al learning. The

ve giivenilir bir lgme aract olarak kullanilabilecegini ortaya results of the study revealed that the Turkish version of
koymustur. the Artificial Intelligence Acceptance Scale Short Form

is a valid and reliable measurement tool for assessing Al
acceptance among university students in Turkey.
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GIRIS

Yapay zeka, onceden egitilmis modellerle 6rnek verilerden
yararlanarak yeni veri veya icerik {iretebilme yetenegini
ifade eder (Harshvardhan vd., 2020; McKinsey, 2023).
Son yillarda hizla gelisen ve kamuoyunda popiilerlik
kazanan yapay zeka (YZ), bir¢ok alana 6nemli katkilarda
bulunmustur. YZ teknolojisi; saglik hizmetlerinde
(Becker, 2019), miisteri hizmetlerinde (Murphy vd.,
2021), egitimde (Kashive vd., 2021) ve ulasimda

(Kaye vd., 2020) insanlarin yasamlarini kolaylastiran
gelismeleri hizlandirmistir. Kamuoyunun ilgisi agisindan
yeni bir teknoloji olsa da YZ’nin tarihi, insan zekasini
taklit edebilen bilgisayar programlarinin gelistirilmeye
baslandig1 1960'lara kadar uzanmaktadir (Kahn & Winters,
2021). Yapay zeka kavrami, bilgisayar sistemlerinin
veya makinelerin, genellikle insan zekasi gerektiren
gorevleri yerine getirme yetenegini ifade eder (Kaplan

& Haenlein, 2019). YZ teknolojilerinin temelinde;

karar verme, 6grenme, algilama ve problem ¢6zme gibi
insanst bilis 6zelliklerini taklit etmek yer almaktadir
(Lieto vd., 2018; Tegmark, 2018). Etkiledigi bir¢ok
sektor ve sahip oldugu disiik maliyetle insan kapasitesini
artirma yeteneginden dolay1 YZ nin gelecegin belirleyici
teknolojisi olacagi diisiiniilmektedir (Liu, 2017; Schwab,
2017). YZ’nin sundugu sanal asistanlar ve sohbet robotlari
gibi kisisellestirilmis destekler ile ulagim (Xia vd.,
2020) ve egitim (Ramu vd., 2022) gibi alanlarda topluma
fayda saglayabileceginden, bu teknolojinin kabuliinii ve
benimsenmesini kolaylastiran faktdrlerin anlagilmasi
onemlidir (Turner vd., 2010; Taddeo & Floridi, 2018;
Schmidt vd., 2021).

YZ teknolojisinin, bireylerin giinliik hayatlarinda sahip
olduklari rolleri ve sorumluluklart degistirebilecek

bir etkiye sahip olmasinin yaninda bu rol ve gorevleri
yeniden tanimlayabilecek bir giicii de igerdigi sdylenebilir.
Kullanicilarin YZ’nin 6zellikleri ve sundugu olanaklardan
faydalanabilmesi YZ teknolojisinin kabulil ile miimkiin
olabilmektedir. YZ kabulii, bireylerin yapay zeka
sistemlerini veya hizmetlerini kullanma, satin alma veya
deneme konusundaki davranigsal niyetini ifade eder (Kelly
vd., 2023). Yapay zekanin bir¢ok konuda sundugu fayda ve
insans1 bilis 6zellikleri kullanicilarin yapay zeka kabulleri
ile yakindan iligkilidir. Kabul, yapay zeka cihazlarinin

bilerek satin alinmasi gibi kisisel bir se¢imi igeren
ongoriicii bir 6l¢iit oldugundan yapay zekanin kullanilmasi
ve benimsenmesinde bagat bir etkiye sahip olabilecegi
diistiniilmektedir.

YZ, genis kullanim alani ve sundugu faydalar agisindan
insanlarin hayatlarini kolaylastirmakta ve gelistirmektedir.
Insanst1 bilis 6zelliklerine sahip YZ teknolojilerinin en
onemli faydalarindan biri, farkli alanlarda yasanilan
sorunlara ¢oziimler sunmasidir (Y1lmaz vd., 2024). Bundan
dolay1 YZ’nin sagladigi fayda ve avantajlar birgok alana ve
sektore entegre edilmesini hizlandirmistir. Egitim, YZ'nin
yenilik¢i uygulamalarinin kullanildig: alanlarin basinda
gelmektedir. Egitimde yapay zeka kullanimi, 6grenme ve
Ogretme siireclerini doniistiirme ve gelistirme agisindan
biiyiik bir potansiyele sahip, hizla gelisen bir alandir
(Hwang vd., 2020; Yilmaz vd., 2024). Bireylerin 6grenme
hizlarina ve kisisel taleplerine gore uyarlanma firsati sunan
YZ etkili 6grenme deneyimleri sunarken egitimcileri
o0grenme siireclerinde elde edilen veriler 1s181nda
yonlendirmekte ve i¢goriiler saglamaktadir (Hwang &

Tu, 2021; Raffaghelli vd., 2022). Bu baglamda, egitim
ortamlarinda YZ’ye yonelik kabul diizeyinin artirilmasi,
YZ uygulamalarinin 6grenme siire¢lerine basarili bir
sekilde entegre edilmesi ve pedagojik uygulamalarin nitelik
olarak zenginlestirilmesine yardimci olabilmektedir.

YZ uygulamalari, egitim siirec¢lerini daha etkili, verimli

ve ilgi ¢ekici hale getirerek bireysellestirilmis 6grenme
deneyimi sunarak 6grencilerin basarisini artirma ve
egitimcilerin egitsel ve akademik is yiikiinii azaltmak

gibi bir¢ok avantaj saglamaktadir (Y1lmaz vd, 2024).

YZ, egitimde 6grenci performansini analiz edip 6grenme
stirecine yonelik oneriler sunarak makine temelli
bireysellestirilmis degerlendirme yapma gibi amaglar i¢in
kullanilabilmektedir (Chen vd., 2020; Ouyang & Jiao,
2021). Gelismis veri analitigi yoluyla, YZ sistemleri bir
Ogrencinin performansini, tercihlerini ve 6grenme stillerini
analiz ederek egitim materyallerini ve aktivitelerini buna
gore uyarlayabilir (Matsika & Zhou, 2021). Bu, her
Ogrencinin bilgiyi anlama ve 6ziimseme becerisini en

uist diizeye ¢ikaran ozellestirilmis bir grenme deneyimi
almasini saglar. Bu agilardan YZ'nin egitime entegrasyonu,
ogrencilerin teknoloji kabuliiyle yakindan baglantili oldugu
diisiiniilmektedir (Baytak, 2023).
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Kullanicilar tarafindan yeni teknolojilerin benimsenmesi ve
kabulii; bireysel, orgiitsel ve toplumsal agidan bir¢cok engel
ve sorun ile karsilasmaktadir. Yapay zekanin kabulii; tutum,
deneyime agiklik, dijital yeterlilik, algilanan fayda ve
yapay zekanin dgretim ve 6grenme faaliyetleri tizerindeki
etkisi gibi birgok bireysel engele takilabilmektedir
(Choung vd., 2023). Bunlarin yan1 sira mahremiyet, teknik
yeterlik, yeni teknolojiyi kullanmaya yo6nelik 6nyargi

gibi YZ’ye yonelik zorluklar bulunmaktadir. YZ’nin
benimsenmesiyle ilgili zorluklar arasinda; YZ’nin egitim
siireglerine entegrasyonu, 6grenciler i¢in uygun egitim
destegi saglanmasi ve egitimciler agisindan yeni akademik
yiik ve is kaybr1 gibi zorluk ve endiselerinin giderilmesi
onemlidir (Hagendorff & Wezel, 2020). Ayrica YZ’nin
2030’a kadar bir¢ok meslegi bitirebilecegi (Hazaimeh

& Al-Ansi, 2024) ihtimali is kaybiyla ilgili endiselere

ve c¢aliganlarin yz teknolojisini kullanmada isteksizlige

yol agmaktadir (Chalita & Sedzielarz, 2023). Maliyet ve
kaynaklar, etik ve gizlilik endiseleri, uzmanlik bilgisi,
degisime direng, Onyargi, mevcut sistemlerle entegrasyonda
uyumsuzluk, dijital esitsizlik, istthdam tizerindeki etki
orgiitlerde yz kabuliinde karsilasilan bazi temel sorunlar
arasindadir (Michel-Villarreal vd, 2023; Boxleitner, 2023).
Kullanicilarin deneyimledigi sorun ve engellerin agilmasi
uzun ve maliyetli bir slire¢ oldugundan hem orgiitsel hem
de kamusal agidan fon ve teknik destegin saglanmasi
gerekmektedir.

Literatiir incelendiginde YZ kabuliine yonelik teorik
temellendirmelerin yeni teknolojilerin kullanicilar
tarafindan kabuliinii esas alan farkli kabul modellerine
dayandirildigi goriilmektedir. Kullanicilarin teknoloji
kabuliine yonelik teorik yaklasimlarin ¢ogu Davis’in (1989)
gelistirdigi Teknoloji Kabul Modeli'ne dayanmaktadir.
Gilinlimiizde yapay zekanin karmasik, insansi ve stirekli
O0grenen dogasini, kullanici kabuliinii tutum ve davraniglar
ile birlikte degerlendirmek i¢in kullanilan birka¢ model
bulunmaktadir. Bunlar arasinda Teknoloji Kabul Modeli
(TAM; Davis, 1985, 1989), Birlesik Kabul ve Teknoloji
Kullanimi1 Teorisi (UTAUT, Venkatesh vd., 2003) ve Yapay
Zeka Cihaz Kullanim Kabul Modeli (AIDUA; Gursoy vd.,
2019) yer almaktadir. Mevcut farkli kabul modellerinin
gecmisten gliniimiize dogru giincel teorik ¢ergeveler
sunmasi yeni bir teknoloji olan yapay zeka teknolojisinin

kabuliine dair bakis agilarinin dinamik ve teknolojiye 6zgii
bicimde donlistiiglinii gdstermektedir.

Teknoloji Kabul Modeli (TAM), medya ve bireyin
cevresindeki sosyal referanslar (aile, arkadaglar,
meslektaslar vs.) gibi dis etkenlerin bireylerin
teknolojiye yonelik algilanan fayda ve algilanan kullanim
kolayligi konusundaki diisiincelerini sekillendirdigini
one stirmektedir. Bu faktorler, bireylerin teknoloji
kullanim niyetlerini etkileyerek teknoloji kullanimim
yonlendirmektedir (Davis, 1985, 1989). UTAUT

modeli ise, teknoloji kabuliinii ve kullanimini etkileyen
faktorleri inceleyen teorik bir modeldir (Venkatesh vd.,
2012). Bu faktorler arasinda performans beklentisi,

caba beklentisi, kolaylastiric1 kosullar ve sosyal etki

yer almaktadir (Venkatesh vd., 2012). Bu faktorler
kullanicilarin teknolojiye yonelik davraniglarin1 anlamak
icin degerlendirilmektedir (Almaiah vd., 2019; Raffaghelli
vd., 2022). Performans beklentisi, kullanicilarin teknoloji
kullanimindan ne bekledikleri ve bununla ne yapmay1
amagladiklar ile ilgilidir (Venkatesh vd., 2003, 2012).
Caba beklentisi, kullanicinin teknolojiyi kullanmak i¢in
gosterdigi cabanin algisidir (Venkatesh vd., 2003; Wang
& Wang, 2010). Kolaylastirict kosullar, teknolojinin
kullanilabilirligini artiran faktorleri ifade etmektedir
(Venkatesh vd., 2012).

Yapay Zeka Cihaz Kullanim Kabul Modelini (AIDUA)
gelistiren Gursoy vd. (2019), kullanici deneyimini

lic asamada ele alarak YZ kabuliinii 6nceki kabul
modellerinden (TAM ve UTAUT) daha kapsamli
incelemistir. Gursoy vd. (2019) tiiketicilerin, YZ
cihazlarmin kullanimini sosyal etki, hazcit motivasyon

ve antropomorfizma temelinde degerlendirdigini 6ne
stirmektedir. Sosyal etki, bireyin iginde bulundugu

sosyal ¢evrenin yapay zeka kullanimini onaylamasi
dogrultusunda, bireyin bu teknolojiyi benimseme
egiliminde olmasidir. Hazc1 motivasyon, cihaz
kullanimindan alinan haz; antropomorfizm ise cihazin
insan benzeri 6zellikler tagimasidir. Bu ti¢lii degerlendirme
sonucunda, kullanicilarin YZ cihazinin performans ve ¢aba
beklentisine gore fayda-maliyet analizi yaptigini ve YZ'ya
yonelik duygulariin (kabul veya reddetme) sekillendigi
ileri stiriilmektedir.
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Yapay zeka teknolojilerinin egitim alanindaki uygulamalar
dijitallesme ile birlikte son yillarda hizl bir artig gostererek
egitim siireglerinin doniisiimii ve niteligi agisindan kritik
bir rol iistlenmistir. Ozellikle ChatGPT gibi dil modeli
temelli sohbet botlari, 6grenci-6gretmen etkilesimini
destekleyen yenilik¢i araglar olarak yapay zekanin
egitimdeki somut uygulamalarindan biri olarak 6n plana
cikmaktadir. 2022 yilinin sonlarina dogru kullanima
sunulan yapay zeka tabanli sohbet botu olan ChatGPT nin
kisa stirede 100 milyondan fazla kullaniciya erigmesi

(Hu & Hu, 2023), kiiresel diizeyde hizl1 bir sekilde
benimsendigini gostermektedir. ChatGPT nin bu kadar
yaygin kullanilmasinda, {irettigi cevap ve ¢iktilardaki
yiiksek dogruluk orani ve kullanici dostu araytiziiniin
onemli rol oynadig1 belirtilmektedir (Raman vd., 2023;
Sedaghat, 2023; Shoufan, 2023). Bu dogrultuda, De Winter
(2024) tarafindan ChatGPT’ye yonelik gelistirilmis kabul
Olgegi incelenmis ve bu aracin yapay zeka kabuliinii
Olcebilecek etkili bir kisa form oldugu degerlendirilmistir.
ChatGPT’ye yonelik gelistirilen dlgek, yalnizca bu

araca 0zgl tutumlan degil, ayn1 zamanda yapay zeka
teknolojilerine yonelik genel egilimleri degerlendirme
acisindan da 6nemli bir potansiyel tasimaktadir. Ayrica
mevcut dlgek, kullanicilarin yapay zeka tabanl araglara
yonelik tutumlar1 somut bir baglam {izerinden 6lgerek,
genel yapay zeka kabuliine iligskin daha derinlikli ve
giivenilir veriler sunabilmektedir. Bununla birlikte YZ
kabuliine yonelik gelistirilen dlgeklerin sayica az ve saglik,
isletme gibi farkli alanlar (Tamori vd, 2022; Varzaru, 2022;
Long vd., 2023) igin gelistirilmis olmasi, ayrica genel
kullanim igin gelistirilen 6lgeklerin (Yilmaz vd., 2024)
madde sayisinin fazla olmasi kullanislilik ve ekonomiklik
acisindan sinirliliklar dogurmaktadir. Mevcut 6lgeklerin
(Tamori vd, 2022; Long vd., 2023; Yilmaz vd., 2024)
pratik kullanim agisindan yarattig1 sinirhliklardan dolay1

YZ kabuliiyle ilgili kisa formun gelistirilmesi, 6zellikle
zaman kisit1 olan arastirmalar ve anket uygulamalari igin
daha islevsel bir alternatif sunmaktadir. Bu baglamda
calismada De Winter vd. (2024) tarafindan gelistirilen
ChatGPT Kabulii Olgegi kisa formunu Tiirk¢eye
uyarlayarak aragtirmacilarin kullanimina kazandirmak
amaglanmistir. Ayrica, 6l¢egin dayandigi Teknoloji Kabul
Modeli (TAM: Technology Acceptance Model) yapay
zeka uygulamalarmin kullanicilarca kabuliiniin anlagilmasi
acisindan hem teorik bir temel sunmakta hem de bu
teorinin devami olan diger yapay zeka kabul modellerinin
dayandigi temelleri agiklamada kullanilabilmektedir.
Bdylece mevcut arastirma; teorik gerceve, kullanim
kolaylig1 ve 6l¢ek etkinligi agisindan onceki ¢aligmalardan
ayrigmaktadir. Bu aragtirmanin, 6zellikle Tiirk¢e dilinde
ve Tirkiye kiiltlirlinde YZ teknolojisinin kabuliinii
inceleyen caligmalarda kullanilabilecek 6lgme aract
saglamasi1 bakimindan YZ literatiiriine 6zgiin katkida
bulunmasi beklenmektedir. Ayrica YZ kabul dl¢egi kisa
formu kullanilarak yapilacak arastirmalarin, YZ’ye yonelik
farkindalik ve kabul siire¢lerinin dinamiklerinin daha
kapsaml1 anlagilabilmesini saglayacagi soylenebilir. Bu
yoniiyle, kullanicilarin ChatGPT’ye iligkin algilari, aslinda
yapay zeka sistemlerinin genel kullanimina ve kabuliine
dair daha genis bir perspektifi yansitabilir.

YONTEM
Katilimcilar

Tiirkiye’nin Giineydogu Anadolu Bolgesi’ndeki diisiik
sosyo-ekonomik diizeydeki bir ilde yasayan iiniversite
ogrencilerinin katilimiyla bu ¢aligma gergeklestirilmistir.
Katilimcilar basit rastgele drnekleme yontemi kullanilarak
secilmistir. Katilimcilarin 6zellikleri Tablo 1°de
sunulmustur.
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Tablo1. Katilimcilarin 6zellikleri

Yap1 Gegerligi Kategori N % Olgiit Gegerligi Kategori N %
Cinsiyet Kadin 161  78.5 Cinsiyet Kadin 25 22.9
Erkek 44 21.5 Erkek 84 77.1
Diisiik 48 23.4 ) Diisiik 24 22.0
Algilanan gelir diizeyi Orta 149 727 ?éil;fan gelir Orta 82 752
Yiksek 8 3.9 Yiiksek 3 2.8
1 78 38.0 1 45 41.3
2 67 32.7 2 26 23.9
Sinif diizeyi 3 29 14.1 Swmf diizeyi 3 21 19.3
4 17 8.3 4 10 9.2
Master 14 6.8 Master 7 6.4
0 119  58.0 0 54 49.5
Kullanilan yapay zeka programi 1-2 66 322 Kullamlan yapay 1-2 42 38.5
3-4 10 49  zekaprogrami 3-4 7 6.4
5 ve lizeri 10 4.9 5 ve lizeri 6 5.5
0-1 saat 172 83.9 0-1 saat 85 77.9
2-3 saat 23 11.2 o 2-3 saat 17 15.6
I N Giinliik kullanim
Giinliik kullanim stiresi 4-5 saat 7 34 siiresi 4-5 saat 4 37
5 saat lizeri 3 1.5 5 saat {izeri 3 2.8
Toplam 205 100 Toplam 109 100
Tablo 1°de goriildiigii gibi, yap1 gegerligi ¢aligmasi i¢in islem

secilen katilimcilarin % 78.5°1 kadindir. Katilimeilarin
yag aralig1 17 ile 37 arasindadir (Mya$= 21.33 £ 3.45).
Katilimcilarin 149’unun (% 72.7) orta seviyede algilanan

gelir diizeyi bulunmaktadir. Katilimcilarin 78’inin (% 38.0)

tiniversite birinci sinif 6grencisi oldugu goriilmektedir.
Katilimcilarin yarisindan fazlasiin (n=119, % 58.0)

herhangi bir yapay zeka araci kullanmadig1 anlagilmaktadir.

Katilimcilarin biiyiik gogunlugu (n= 172, % 83.9) yapay
zekayi giinliik kullanim siiresinin 0-1 saat arasinda oldugu
goriilmektedir. Olgiit gecerligi icin secilen katilimcilarm
% 78.5’1 kadindir. Katilimeilarin yag araligi 17 ile 28

arasindadir (Mm: 20.96 + 2.28). Katilimcilarin 82’sinin (%

75.2) orta seviyede algilanan gelir diizeyi bulunmaktadir.
Katilimeilarin 45’inin (% 41.3) tiniversite birinci sinif
Ogrencisi oldugu anlasiimaktadir. Katilimcilarin yarisina
yakinmin (n=54, % 49.5) herhangi bir yapay zeka araci
kullanmadigi anlagilmaktadir. Katilimeilarin biiyiik
cogunlugu (n= 85, % 77.9) yapay zekay giinliik kullanim
stiresinin 0-1 saat arasinda oldugu goriilmektedir.

YZKO-KF’nin uyarlanmast igin éncelikle Dr. De Winter
ve ekibinden mail yoluyla izin alinmigtir. Calismanin
yiiriitiilebilmesi i¢in Siirt Universitesi Etik Kurulu’ndan
izin alimustir (05/02/2025 tarih ve 1065 say1). Olgegin
ceviri stiregleri “Uluslararasi Test Komisyonu Test
Uyarlama Kilavuzuna” uygun olarak gercgeklestirilmistir
(Hernandez vd., 2020). Olgegin maddeleri, yanit
secenekleri ve talimatlar1 dort aragtirmaci tarafindan
Tiirk¢e’ye ¢evrilmistir. Orjinal 6lgek ile ¢eviri formu
arasindaki madde es degerliligini belirlemek i¢in uzman
degerlendirme formu hazirlanmistir. Formu, iki alan
uzmani ve iki dilbilimci olmak {izere toplam 4 uzman
degerlendirmistir. Degerlendirme siirecinde verilen
doniitler ¢ercevesinde maddelerde revizyonlar yapilarak
Olcege son hali verildi. Uygulama asamasinda, Goniillii
Onam Formunu dolduran ve ¢alismaya goniilli katilmak
isteyen toplam 205 iiniversite 6grencisinden veriler
toplanmistir. Veriler Subat-Nisan 2025 tarihleri arasinda
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¢evrimici olarak toplanmistir. Verilerin toplamasi yaklasik
10-15 dakika stirmiistiir. Veri toplama asamasindan sonra
katilimcilarin eklemek istedikleri veya sormak istedikleri
bir konu olup olmadig1 sorulmustur. Ayrica katilimcilara
tesekkiir edilerek calisma sonlandirilmistir.

Veri Toplama Araclari
Yapay Zeki Kabul Olgegi Kisa Formu (YZKO-KF)

Olgek, De Winter vd. (2024) tarafindan genglerin ChatGPT
kabul egilimlerini 6lgmek amaciyla gelistirilmistir.

Bu ¢alismada daha kapsayici ve kapsamli olmasi igin
ChatGPT yerine yapay zeka kavrami kullanilmistir.
Olgek 6 maddeli ve iki faktorlii (etkinlik ve endiseler) bir
yaptya sahiptir. Olgme arac1 5°1i Likert tipi 6z bildirime
dayali olup, maddeler 1 (Higbir zaman) ile 5 (Her zaman)
arasinda degismektedir. Olgegin 4, 5 ve 6. maddeleri ters
kodlanmaktadir. Olgege iliskin yap1 gecerligi ¢alismasi
sonucunda iki boyutlu yapinin iyi derecede uyum iyiligi
degerlerini sundugu goriilmiistiir (x*/df = 1.674, RMSEA
=0.051, SRMR =0.041, TLI=0.971, CF1 = 0.984, GFI
=0.983, AGFI = 0.955). Olgege iliskin faktor yiiklerinin
0.540 ile 0.823 arasinda degistigi rapor edilmistir.
Olgegin ig tutarlilik katsayilarmin Cronbach o = 0.76 ve
McDonald’s @ = 0.72 oldugu goriilmiistiir.

Yapay Zekd’nin Giincel Ogrenimi-Alt Olgegi

Calismada benzer oOrtiik yapiy1 6l¢tiigii varsayilan Yapay
Zeka’nm Giincel Ogrenimi-Alt Olgegi 6lgiit gecerligi icin
kullanilmugtir. Bu alt 8lgek, Yapay Zeka Ogrenme Niyeti
Olgeginin bir alt boyutudur (Chai vd., 2024). Olgme

araci, liniversite 6grencilerinin yapay zeka egilimlerine
iliskin niyetlerini 6l¢gmek amaciyla gelistirilmistir. Olgegin
tiimii puanlandig: gibi alt boyutlari1 da ayr1 ayr1 puanlanip
degerlendirilebilmektedir. Olgek 5°1i Likert tipinde
hazirlanmustir. Olgek maddeleri Kesinlikle katilmiyorum
(1) ile Kesinlikle katiliyorum (5) arasinda degismektedir.
Yapay Zeka nin Giincel Ogrenimi-Alt Olgegi, 3

maddeden olusmaktadir. Olgegin rnek maddelerinden
biri “YZ hakkinda okumalar yaptim” bu sekildedir. Bu
caligmada kullanilan alt 6l¢ekten en az 3 en fazla 15 puan
alinabilmektedir. Olgege iliskin faktdr yiik degerlerinin
0.58 ile 0.82 arasinda degistigi goriilmiistiir. Olgege iliskin
hesaplanan i¢ tutarlilik katsayis1 Cronbach o= 0.76 olarak
bulunmustur.

Veri Analizi

Calismada oncelikle veriler normallik 6l¢iitleri acisindan
incelenmistir. Degiskenlerin garpiklik ve basiklik degerleri
+ 1.5 aralifinda olmasi gerektigi belirtilmektedir (Kline,
2011; Seger, 2015). Buna gore tiim degiskenlerin bu
araliklar arasinda oldugu goriilmiistiir (¢arpiklik: 0.276;
0.668, basiklik: -0.885; -0.313). Yap1 gegerligi kapsaminda
ilk olarak Dogrulayict Faktor Analizi (DFA) sonuglari
hesaplanmistir. Bu dogrultuda degiskenlerin normallik
sinirlarin1 agamadigini belirlenmistir (¢oklu basiklik=
8.969). Literatiirde belirtilen onerilere uygun olarak
maksimum olasilik yontemi segilmistir. Bu islemden sonra,
y*/ df, SRMR, RMSEA, TLI, CFI, NFI, AGFI ve GFI
degerleri incelenmistir. Genel ilke olarak, y? / df > 2 orani;
RMSEA ve SRMR > 0.05; ve CFI, GFI, NFI ve TLI > 0.95
mitkemmel uyumu gostermektedir. Diger yandan, y*/ df >
5 orani; RMSEA ve SRMR > 0.08; ve CFI, GFI, NFI ve
TLI > 0.90 kabul edilebilir uyumu ifade etmektedir (Kline,
2011; Seger, 2015).

Ikinci olarak, yakinsak gegerligi saglamak iizere bilesik
giivenirlik (CR) ve ortalama agiklanan varyans (AVE)
degerleri incelenmistir. Yakinsak gecerlilik i¢in AVE >
0.50 ve CR > AVE kriterini baz aldik. Ayrica iraksak
gecerlik icin AVE>Maksimum Paylasilan Varyansin Karesi
(MSV), AVE> Paylasilan Varyansin Karesinin Ortalamasi
(ASV) ve VAVE>r 6lgiitlerini dikkate alinmustir. Ugiincii
olarak, YZKO-KF’nin dlgme degismezligini belirlemek
icin cinsiyete gore ¢oklu grup DFA calismasi yapilmistir.
Alanyazinda ki-kare degerlerinde gozlenen degisimin (Ay?)
anlamsiz olmasi beklenmektedir. Ol¢iim degismezligi icin
ACFI<0.010 ve ARMSEA<0.015 kriterleri kullanilmasi
gerektigi 6nerilmektedir (Chen, 2007).

Dordiincii olarak dlgegin i¢ tutarlilik katsayilarini ve iist-alt
yiizde 27°lik gruplar arasindaki farklar1 hesaplanmustir.

I¢ tutarlilik icin Cronbach alfa ve McDonald’s omega
katsayilar1 incelenmistir. Ust-alt gruplar arasindaki farklart
belirlemek i¢in bagimsiz drneklem t-testi uygulanmigtir.
Genel olarak, i¢ tutarlilik katsayisinin 0.70’ten yiiksek

ve madde-toplam korelasyonunun 0.32’ye esit ya da

daha yiiksek olmasi gerektigi onerilmektedir. Ayrica

iist ve alt yiizde 27°lik gruplar arasinda anlamli bir fark
olmasi igin p < 0.01 olmasi gerektigi vurgulanmaktadir
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(Cokluk vd., 2018; Giirbiiz, 2019). Besinci ve sonuncu olarak
olgiit gegerligini saglamak iizere YZKO-KF ile Yapay Zeka
Ogrenimi-Alt Olgegi arasindaki iliski incelenmistir. Bunun igin
Pearson korelasyon katsayis1 hesaplanmistir. Pearson korelasyon
katsayisinin kii¢iik, orta ve biiyiik etkiler igin sirasiyla 0.10, 0.30
ve 0.70 oldugu varsayilmaktadir (Cokluk vd., 2018; Giirbiiz,
2019).

BULGULAR
Yapi Gecgerligi

YZKO-KF Olgegi’nin yap: gegerligini ortaya koyabilmek igin
DFA hesaplanmistir. Bu baglamda 6ncelikle 6l¢ek puanlarinin
faktor yiik degerleri, standart sapma ve t-degerleri incelenmistir.
YZKO-KF’nin standardize faktor yiikleri, standart sapma ve t
degerleri Tablo 2’de verilmistir.

Tablo 2. YZKO-KF’nin Faktor Yiik Degerleri,

Standart Sapma ve T Degerleri Sonuglari

Maddeler A SS t-degerleri
Ml 0.780 0.07 6.39*
M2 0.823 0.06 5.13*%
M3 0.629 0.07 9.53*
M4 0.540 0.09 8.77*
M5 0.695 0.11 5.59%
M6 0.584 0.14 7.97*

*p<.01, A = Standartlastiriimis Faktor Yiik Degerleri

Tablo 2, standardize faktor yiik degerlerinin 0.540 ile 0.823
arasinda degistigini gostermektedir. Olgek maddelerin
t-degerlerinin 5.13 ile 9.53 arasinda degistigi gézlenmektedir.
Olgege iliskin ortikk modelin test edilmesi amaciyla DFA
analizleri incelenmistir. Onerilen degisiklikler cercevesinde

ortaya ¢ikan DFA sonuglar1 Sekil 1’de verilmistir.

sekil 1. Olcege iliskin DFA Sonuclari

YZKO-KF’ye iliskin uyum iyiligi indeksleri sonuglar1 Tablo
3’te sunulmustur.

Tablo 3. YZKO-KF’ye iliskin Uyum

iyiligi indeksleri Sonuglari
xYdf RMSEA SRMR RMR NNFI CFI GFI  AGFI
indeksleri (TLD)

Uyum

Miikemmel <2 <0.05 <0.05 <0.05 >095 >0.95 >095 >0.90
Uyum
Olgiitleri

Kabul <5 <0.10 <0.10 <0.10 =090 >090 >0.90 =>0.85
Edilebilir

Uyum

Olgiitleri

6 maddeli 1.674 0.05 0.04 0.05 0.97 0.98 0.98 0.96
model

Kaynak: Kline, 2011; Seger, 2015.

Tablo 3’te goriildiigii tizere, dnerilen modifikasyonlar sonrasinda
olusan uyum iyiligi indeksleri ¥* df=1.674, RMSEA = 0.051,
SRMR =0.041, TLI =0.971, CFI = 0.984, GFI = 0.983, AGFI
=0.955 olarak bulunmustur. YZKO-KF nin iki boyutlu ve 6
maddeli yapisinin miikemmel diizeyde uyum iyiligi degerlerinin
oldugu belirtilebilir.

Yakinsak ve Iraksak Gecerlilik

YZKO-KF’nin birinci boyutu i¢in hesaplanan AVE=0.56 ve
CR=0.68, ikinci boyutu icin ise hesaplanan AVE=0.38 ve
CR=0.41 olarak bulunmustur. Her iki boyut i¢in CR>AVE
kriterinin karsilandig1 belirtilebilir. Ikinci boyutun AVE ve CR
degerleri normal degerlerin sinirina yakin olup, birinci boyutun
AVE ve CR degerlerinin yiiksek oldugu goriilmektedir. Diger
yandan MSV=0.03, ASV=0.03, VAVE=0.74 ve r=-0.37 degerleri
tespit edilmistir. Buna gore AVE>MSV, AVE>ASV ve VAVE>

r kriterleri (Hair vd., 2017) saglanmistir. Sonug olarak yakinsak
ve 1raksak gecerlik kosullarinin yerine getirildigi sdylenebilir.

Ol¢me Degismezligi

YZKO-KF’nin 8lgme degismezligini belirlemek icin cinsiyete
gore coklu grup DFA ¢aligmasi yapilmistir. Alanyazinda ki-

kare degerlerinde gozlenen degisimin (Ay?*) anlamsiz olmasi
beklenmektedir. Ayrica 6lgme degismezligi i¢in ACFI<0.010 ve
ARMSEA<0.015 kriterleri kullanilmasi gerektigi onerilmektedir.
Olgme degismezligine iliskin sonuglar Tablo 4’te verimistir.
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Tablo 4. Cinsiyet Degiskenine Gére YZKO-KF’nin Uyum

iyiligi indeksleri Sonugclari

Tablo 6. YZKO-KF’nin Giivenirlik Analizi Sonuglari

Madde-Toplam Madde % 27 Alt-Ust
Degismezlik Maddeler M SS - Cikarildiginda  Grup t- testi
. RMSEA  CFI ARMSEA ACFI Ka
Modelleri X/ S ¢ A RMS C rar Korelasyonlart Cronbach’ o Sonuglari
Bigimsel 1366 0042 098  / / /o Mi 2.09 1.09 045 0.74 9.64*
M2 232 113 055 0.72 -10.96*
Metrik 1265 0036 098 021 0016 0000 Esitlik M3 213 107 051 073 0.60%
Skalar 1833 0064 0947 021 0022  -0.031 Esitsizlik M4 251 124 056 0.72 -14.96*
— M5 238 1.19 0.53 0.72 -13.28%
Katt 1833 0065 0941 023 0023  -0.035 Esitsizlik .
— — . ,, = — M6 208 1.06 045 0.74 -16.43
Tablo 4’te cinsiyet degiskenine gére YZKO-KF nin 6lgme 076
<. . . . . g 0=10.76,
degismezligi sonuglar1 goriilmektedir. Buna gore bigimsel 0
o=0.

ve metrik degismezlik modellerinin saglandigi, ancak
skalar ve kat1 degismezlik modellerinin istenilen deger
araliklarinda olmadig: tespit edilmistir.

Olciit Gecerliligi

YZKO-KF’nin 6lgiit gecerligini test etmek icin Yapay Zeka
Ogrenimi-Alt Olgegi ile iliskisi incelenmistir. YZKO-KF
ile Yapay Zeka Ogrenimi-Alt Olgegi arasindaki iliskiyi
ifade eden sonuglar Tablo 5’te sunulmustur.

Tablo 5. YZKO-KF ile Yapay Zeka’nin Giincel Ogreni-

mi-Alt Olgcegdi Arasindaki Korelasyon
Degiskenler | Min. | Max. M SS | Carpikhk | Basikhik 1

1. YZKO-KF | 9.00 | 20.00 | 15.70 | 3.08 -0.458 -0.770

2.YZ Giincel | 3.00 | 7.00 | 426 | 1.36 0.372 -1.5585 | 0.41%*
Ogrenimi

*p< 0.01

Tablo 5’te goriildiigii gibi, YZKO-KF ve Yapay Zeka nin
Giincel Ogrenimi-Alt Olgegi puanlarinin normal aralikta
oldugu goriilmektedir. YZKO-KF ve Yapay Zeka nin
Giincel Ogrenimi-Alt Olgegi arasinda pozitif ve anlaml
bir iligki bulunmustur (r = 0.41, 95% CI =[0.24, 0.58],

p <.001). Spesifik olarak, YZ kabulii arttik¢a YZ giincel
Ogrenim diizeyinin arttig1 sdylenebilir.

Giivenirlik Calismalari

YZKO-KF’nin giivenirligini test etmek amactyla Cronbach
Alpha ve McDonald’s o degerleri incelenmistir. Ayrica
madde toplam korelasyonlar1 ve %27 alt ve iist grup
ortalamalar1 da analiz edilmistir. Olgege iliskin giivenirlik
analizi sonuclar1 Tablo 6’da sunulmustur.

*p <.001, a = Cronbach Alpha, @= McDonald’s Omega

Tablo 6°da goriildiigii iizere, YZKO-KF ye iliskin
madde-toplam korelasyonlar1 0.45 ile 0.57 arasinda deger
almaktadir. Olgegin i¢ tutarlilik katsayilar1 Cronbach a =
0.76 ve McDonald’s ® = 0.72 olarak saptanmistir. Alt (n=
55) ve iist grup (n= 55) ortalamalar1 arasindaki farka iligkin
madde analizi sonucunda t-testi degerlerinin -16.43 ile
-9.60 arasinda degistigi tespit edilmistir. Bunun sonucunda
%27 alt ve {ist grup ortalamalar1 arasinda anlamli bir farkin
oldugu goriilmiistiir (p < 0.001). Bu baglamda, YZKO-
KF’nin ayirtedici 6zellige sahip oldugu soylenebilir.

TARTISMA VE SONUC

Glnlimiz teknoloji diinyasinin en giincel fenomeni olan
YZ calismalarinin merkezinde YZ kabulii bulunmaktadir.
Teknoloji kabul modelleri ¢ergevesinde tanimlanan YZ
kabul tutumlarini degerlendirebilmek amaciyla ¢esitli
Olcme araglari gelistirilmistir. Bu 6l¢me araglarinin
madde sayilarindaki uzunluk, uygulamada zaman ve
enerji problemlerine neden olmaktadir. Bu baglamda

bu calismanin amac1 6 maddelik YZ Kabul Olgegi

Kisa Formunu Tiirk kiiltiiriine uyarlamaktir. Aragtirma
bulgularina gore uyarlanan 6lcek, orjinal dlgek yapisiyla
uyumlu olarak iki boyutlu yapida dogrulanmistir.
Giivenirlik analizi sonuglari, giivenirlik degerlerinin
Cronbach a = 0.76 ve McDonald’s ® = 0.72 oldugunu
gostermistir. Bu i¢ tutarlilik katsayilari, dlgegin yeterli
diizeyde giivenilir oldugunu ortaya koymaktadir (Sata,
2020). Bunun yaninda madde ayirt edicilik diizeyini
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incelemek i¢in yapilan % 27°lik alt-iist grup analizi
sonuglarmin istatiksel olarak anlamli oldugu goriilmiistiir.
Bu sonugctan yola cikarak, 6lgegin i¢ gecerliligin saglandigi
sOylenebilir.

Olgegin yap1 gecerliligini test etmek amaciyla yapilan DFA
sonuglaria gore model uyum degerlerinin miitkemmel
diizeyde oldugu saptanmistir. YZ Kabul Olgegi Kisa
Formu madde faktor yiiklerinin 0.54 ile 0.82 arasinda
olmasi yap1 gegerliligini sagladigi yoniinde yorumlanabilir.
Nitekim faktor yiiklerinin .30’dan biiyiik olmas1
gerekmektedir (DeVellis, 2017). Ayrica madde toplam
korelasyon degerlerinin 0.45 ile 0.57 arasinda deger almasi
istenen diizeyde olduklarini géstermektedir. Bununla
birlikte 6lgegin ayrisim ve benzesim gegerliligi analizi
sonuclarina gore yakinsak ve iraksak gecerliligin saglandigi
soylenebilir. Olgme degismezligi sonuglari, bicimsel

ve metrik degismezligin saglanmasina karsin skalar ve

kat1 degismezlik degerlerinin istenen aralikta olmadigini
gdstermistir. ilerde farkli 6rneklemler kullanilarak
yapilacak ¢alismalarda cinsiyet vb. degiskenler iizerinden
Oleme degismezliginin tekrar test edilmesi Onerilebilir.

YZ Kabul Olgegi Kisa Formu’nun 6lgiit gegerliligini
belirlemek amactyla YZ’nin Giincel Ogrenimi-Alt Olgegi
kullanilmistir. Analiz sonuglaria gore. YZ kabulii ile
YZ’nin giincel 6grenimi arasinda pozitif anlaml iliskiler
(r=0.41) oldugu saptanmistir. Bu sonug literatiirdeki
bulgularla uyum gostermektedir. Nitekim tiretken YZ’nin
kabulii, kullanicilarina YZ araglar ile zengin etkilesimlerde
bulunma olanag1 tanimaktadir (Fosso Wamba et al.,
2024). Universite 6grencilerinin YZ’y1 kabulii onlarin
YZ’ya karst olumlu tutum gelistirerek YZ okuryazarligi
gelistirmelerine ve YZ kaygisi ile bas edebilmesine
katkida bulunmaktadir (Cengiz, & Peker, 2025).
Kisisellestirilmis 6grenme firsati da sunan YZ araglari,
ogrencilerin billigsel becerilerinin geligmesini ve akademik
basarilarinin artmasini saglamaktadir (Dahri et al., 2024).
YZ kabuliinii etkileyen faktorler arasinda YZ’ya kasi
giiven, algilanan fayda, performans beklentisi, 6z yeterlik,
kaygi, kisisellestirilmis 6grenme ve sosyal normlarin da
oldugu bilinmektedir (Kelly vd., 2023; Rane vd., 2024).
Bu nedenle iiniversitelerde YZ kiiltliriini gelistirebilmek
icin YZ kabuliinii kolaylastiran dinamiklerin bilinmesine
ihtiya¢ duyulmaktadir. Bununla birlikte YZ kabulii

ile ilgili Tiirkiye’de oldukca sinirli sayida ¢alisma
bulunmaktadir (Avci, 2024; Tekin, 2024; Yilmaz vd.,
2024). Dolayisiyla YZ Kabul 6l¢egi kisa formunun
Tiirkce’ye kazandirilmasinin, kiiresel faktorlerin ve
yerel kiiltiire 6zgii degiskenlerin Tiirkiye 6rnekleminde
incelenebilmesine olanak taniyacag diisiiniillmektedir.

Sonug alarak iiniversite dgrencilerinin YZ kabulii
hizlandik¢a kullanimlar1 artmakta ve nitelikli mesleki
gelisim yasama olasiliklar giiclenmektedir. Bundan
dolay1 YZ kabuliinii kolaylastircak faktorlerin ortaya
cikarilmasina yonelik ¢alismalara ihtiya¢ duyulmaktadir.
Bu calismada uyarlanan YZ Kabul Olgcegi Kisa Formu’nun
gelecekte yapilacak arastirmalarda YZ kabuliiniin
nedenleri ve sonuglarinin derinlemesine incelenmesine
katkida bulunmasi beklenmektedir. Bununla birlikte her
arastirmada oldugu gibi bu ¢alismanin bazi siirliliklari
bulunmaktadir. Arastirmanin birinci sinirliligi 6renklem
grubunun sadece bir tiniversitedeki 6grencilerden
olusmasidir. Gelecekte yapilacak ¢aligmalar, farkli

yas ve 0gretim kademesindeki bireyler {izerinde
yuritiildiildigiinde 6lgegin genellenebilirliginin
saglanabilecegi diisiiniilmektedir. Bu ¢alismada benzesim
ve ayrisim gegerliligi gibi giincel analiz yontemleri
kullanilsa da gelecekteki ¢aligmalarda Mokken ve Rash
analizleri yapilabilir. Ayrica verilerin 6z bildirim yoluyla
toplanmis olmasi, sosyal istenirlik vb. yerlesik yontem
yanlilig1 problemlerine yol agabilmektedir. leride
yapilacak calismalarda goriisme ve gozlem gibi nitel
yontemlere bagvurulabilir.
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Ek 1. Yapay Zeka Kabul Ol¢egi Kisa Formu

Asagida (YZ)-yapay zeka programlari (ChatGPT, DeepL, Quill-

bot, Elicit, Scite Ai vs.) kabulii ile ilgili ifadeler bulunmaktadir. Her Kesinlikle Kesinlikle
bir ifadeye katilma durumunuzu 1° den 5'e kadar derecelenmis olan katilmiyorum katiliyorum
seceneklerden birini secerek belirtiniz.

1. Sorularimi yanitlamak i¢in YZ programlarini kullanislt buluyorum. 1 2 3 4 5

2. Islerimi daha etkili bir sekilde halletmek igin YZ programlarini iyi

L e 1 2 3 4 5
bir ¢oziim yolu olarak goriiyorum.
3. YZ programlar1 kullanmay1 eglenceli buluyorum. 1 2 3 4 5
4. YZ programlarini tireten girketlerin verilerimi kotiiye kullanacagin- | ) 3 4 5
dan endiseleniyorum.
5. YZ alanindaki gelismeler ve gelecekteki potansiyel yenilikler

1 2 3 4 5

konusunda kaygilantyorum.
6. YZ programlarinin kullaniminin yasaklanmasi gerektigine inaniyo- | ) 3 4 5

rum.

Degerlendirme: Yapay Zeka Kabul Olcegi-Kisa Formu, iki boyutlu (etkililik ve endiseler) ve 6 maddeli bir 6lgme aracidir. Olgegin
toplam puani alinirken 4, 5 ve 6. maddeler ters kodlanmaktadir. Olgme aracindan en diisiik 6 ve en yiiksek 18 puan almabilmektedir. 451

Olgekten alman yiiksek puanlar, yapay zeka kabul diizeyinin arttiginin bir gdstergesi olarak yorumlanabilir. I
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