| J
Lronotop

Kronotop Iletisim Dergisi 2025; 2(2): 187-227

Yapay Zeka Uretimi Iceriklerde Yanlilik ve
Mizahi Manipiilasyon

Stleyman Duyar®

oz

Bu calisma, yapay zeka tiretimi iceriklerde goriilen sistematik yanliligi incelemekte ve bu
yanliliklarin mizahi maniptilasyon stireclerine nasil doniisebilecegini analiz etmektedir.
Arastirma, Donald Trump’in 2025 yilinda viral olan yapay zeka tiretimi Gazze videosu tizerinden
yapay zekd yanlilifi, politik iletisim ve mizah arasmndaki kesisimi incelemektedir. Yapilan
arastirmalar gostermektedir ki yapay zeka modelleri, egitildikleri veri setlerindeki toplumsal
onyargilar1 6grenebilir ve pekistirebilir. Bununla birlikte yapilan tahminlere gore, 2025 yilina
kadar internet iceriginin %90'1nin yapay zeka tarafindan tiretilecegi 6ngoriilmektedir. Calismada
TIBET metodolojisi kullamilarak Trump’'in videosu kapsamli 6nyargi analizi agisindan
incelenmistir. Bulgular, yapay zekdnin komut (prompt) bagimlilig1 nedeniyle sistematik onyarg:
tretiminin temel mekanizmasmi olusturdugunu gostermektedir. Veri setlerinin somiirgeci
mirasi, “palmiye agaclar1 altinda mutlu ¢ocuk” gibi yonergeler verildiginde sistemin Batili
kaynaklardan edindigi “egzotik yoksulluk” imgelerine yonelmesine neden olmaktadir.
Arastirma, yapay zekanin “Filistinli mutlu bir cocuk” gibi yonergelere yanit tiretme kapasitesinin
sinirli oldugunu ortaya koymaktadir. Yapay zeka tiretimi icerigin en tehlikeli yani, mizah ile ciddi
politik mesajlar1 birlestirerek izleyicinin elestirel diistinme yetisini sinirlandirmasidir. Bu mizahi
normallestirme mekanizmasi, etnik temizlik gibi agir politik onermeleri gorsel eglenceye
dontstiirerek toplumsal gercekligi carpitmaktadir. Sonuglar, yapay zeka teknolojilerinin
demokratik soylemi tehdit edebilecek boyutta ideolojik manipiilasyon araglarina
dontisebilecegini gostermektedir.
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ABSTRACT

This study looks at the regular prejudice in content artificial intelligence creates - it also analyzes
how these prejudices turn into funny manipulation methods. The study examines the spot where
Al prejudice, political talk along with humor meet, using Donald Trump’s popular Al-created
Gaza video from 2025. Al models learn and support the social biases present in their training
information. Forecasts show that by 2025, artificial intelligence will create ninety percent of
internet content. For the Trump video, the study uses the TIBET method to do a full prejudice
analysis. Results show that Al needs prompts, which forms the basic way it makes regular
prejudice. The old ways of datasets cause the system to lean toward pictures of “different poor
people” from Western places when it gets orders like “happy child under palm trees.” The study
shows that Al has little ability to create answers for prompts such as “happy Palestinian child”.
The most harmful part of Al-created content is that it puts humor with serious political ideas.
This limits how well viewers can think clearly - this funny way of making things normal twists
what is real in society. It changes important political ideas, like removing a group of people, into
something fun to watch. The results point to Al tools becoming tools for controlling ideas, which
could greatly endanger democratic discussions.
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Giris

Yapay zeka (YZ) modelleri, 6zellikle metinden goriintiiye (Text-to-Image, T2I)
sistemleri gibi tiretici YZ sistemleri, son yillarda yetenekleri ve kamusal alandaki
erisilebilirlikleri agisindan c¢arpici ilerlemeler kaydetmistir. Bu modeller,
kullanicinin sagladigr metin komutlarina dayanarak son derece foto-gercekci ve
cesitli gorseller ya da anlamli metinler tiretebilme becerisine sahiptir. S6z konusu
yetenekler, sanat, tasarim, pazarlama, egitim ve eglence gibi bir¢cok sekttrde yeni
uygulama alanlar1 yaratmaktadar.

Yapay zeka tarafindan tiretilen gorsel icerigin hayatimiza giderek daha
fazla dahil olmasiyla birlikte, bu icerigin diinyay1 nasil tasvir ettigine dair temel
sorular ortaya ¢ikmaktadir. Baz1 tahminler, 2025 yilma kadar internet igeriginin
%90'min yapay zeka tarafindan tiretilebilecegini 6ne stirmektedir (Garfinkle,
2023). Bu durum, dijital ierik ekosisteminde koklii bir dontisimiin habercisidir.

Mevcut literatiirde, yapay zeka tarafindan {iretilen gorsellerin yanlilik
analizi konusunda Bati kaynakli arastirmalar nesne tanima, demografik
smiflandirma ve semantik analiz katmanlarini igeren sofistike bilesik modeller
gelistirmis ve bu modelleri yaygin olarak kullanmaktadir. Ancak Ttrkce
literattirde bu alan heniiz yeterince gelismemis olup, bilesik yontemlerden
yalmizca tip ve pazarlama alanlarindaki smirli sayida calismada
faydalanilmaktadir. Medya analizi alaninda ise yapay zeka tiretimi gorsellerin
yanlilik tespitine yonelik 6zgiin metodolojik yaklasimlar biiytik 6lctide eksiktir.
Bu durumun temel nedeni, mevcut bilesik modellerin hata birikimi, ytiksek
hesaplama maliyeti ve tutarlilik sorunlar1 gibi simirliliklarinin yam sira, Ttirkce
medya iceriklerinin kendine ozgti kiiltiirel ve dilsel baglammin dikkate
almmamasidir. Bu calisma, medya alaninda 6zgiin bir yontem kullanmak
maksadiyla hem batidaki gelismis metodolojilerden farklilasan hem de Ttirkce
medya ekosisteminin 6zelliklerini dikkate alan yenilikci bir yaklasim 6nermeyi
amaclamaktadir.

Bu giiclii ve giderek yayginlasan araclarin arkasinda yatan devasa veri
kiimeleri ve karmasik algoritmalar, onemli etik ve sosyal zorluklar1 beraberinde
getirmektedir. Bu zorluklarin en kritiklerinden biri, yapay zeka tarafindan
tretilen iceriklerde goriilen yanlilik (bias) problemidir. YZ modelleri,
egitildikleri veri setlerindeki toplumsal 6nyargilari, stereotipleri ve esitsizlikleri
istem dis1 olarak Ogrenebilir, hatta bu onyargilar1 pekistirebilir. Bu durum,
modellerin belirli demografik gruplar: (cinsiyet, 1irk, yas gibi) veya kavramlari
(meslekler, kisilik ozellikleri, giinliik durumlar gibi) temsil etme biciminde
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adaletsiz veya garpik sonuglara yol agabilir. Ornegin, T2I modelleri, “CEO” gibi
notr bir meslek komutu verildiginde orantisiz bir sekilde belirli bir demografik
grubun goriuntilerini tiretebilir (Naik & Nushi, 2023).

Yanliliklar sosyal temsillerle sinirli kalmaz. Uretilen nesnelerin goreceli
sikligindaki dengesizlikler (dagilim yanlilig1), komutta belirtilmeyen nesnelerin
eklenmesi veya belirtilenlerin atlanmasi (haliisinasyon), girdiye uyumlu c¢iktt
tretmede yasanan zorluklar (tiretken basarisizlik orani) gibi daha genel
yanliliklar da model performansin ve ¢iktinin dogrulugunu etkileyebilir (Vice &
Akhtar, 2025).

Modelin kapal1 “kara kutu” (black-box) yapisi, bu ¢iktilarin yalnizca veri
setindeki yanliliklardan etkilenmekle kalmayip, aym1 zamanda kasith olarak
maniptile edilebilecegi potansiyelini de ortaya cikarmaktadir. Dil gomme
alanlarmin maniptilasyonu veya egitim stireclerine “arka kapi” (backdoor)
yerlestirme gibi teknikler, ¢iktilar1 belirli sonuglara (marka yanlilig1 veya belirli
stereotipler gibi) dogru yonlendirmek i¢in kullanilabilir. Bu tiir manipiilasyonlar,
kasitl1 olarak veya istem dis1 olarak, beklenenin disinda, hatta mizahi veya abstirt
olarak algilanabilecek sonuglara yol agmaktadir (Vice & Akhtar, 2025).

Bu teknolojik dontisimiin politik iletisim alanindaki etkileri yakimn
zamanda tiim diinya tarafindan carpici bir ornekle gozlemlemistir. Donald
Trump’in yapay zekd tarafindan tretilen bir videoyu kendi sosyal medya
platformlarindan paylasmasi, politik stratejilerin ve iletisim tekniklerinin kokli
dontistimiinii ortaya koymustur.

Teknolojinin politik sdylem tizerindeki donustiirticti etkisi yeni bir olgu
degildir. 1960'ta Kennedy ile Nixon arasindaki ilk televizyonlu baskanlik
tartismas1 (McLuhan, 1964, s. 309), gorsel medyanin politik algiy1 nasil kokli
bicimde degistirebilecegini gostermistir. Radyo dinleyicileri Nixon'in
arglimanlarmi daha gticlii bulurken, televizyon izleyicileri kamera karsisinda
daha rahat ve karizmatik duran Kennedy’yi desteklemistir (Postman, 2020, s. 16).
Benzer sekilde, 2010'larda sosyal medyanin Arap Bahari'ndaki rold, iletisim
teknolojilerinin toplumsal hareketleri mobilize etme kapasitesini ortaya
koymustur (Mollett vd., 2017, s.19).

Glinumiizde yapay zeka, politik mesajlarin {iretim ve yayilim hizi
onceki teknolojilere kiyasla dramatik ¢l¢iide artirmaktadir. Trump’in paylastigt
yapay zeka tiretimi video, tipki televizyonun Kennedy'nin secim basarisina
katkida bulunmasi gibi, yapay zekanin politik soylemi nasil yeniden
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tanimladiginin 6nemli bir gostergesi olarak degerlendirilebilir. Bu tarihsel
paralellikler, teknolojinin yalnizca bir ara¢ degil, politik gercekligin aktif bir
sekillendirici unsuru oldugunu gostermektedir.

Marshall McLuhan'in 6ne stirdiigii “ara¢ mesajdir” (arag iletidir) teorisi,
teknolojinin yalnizca icerigi tasimakla kalmadigini, ayni zamanda mesajin
algilanisin1 ve toplumsal etkisini dogrudan sekillendirdigini savunmaktadir.
Trump’in yapay zeka ile tiretilen videosu, bu argtiman gtincel politik baglamda
yeniden degerlendirmeye olanak tanimaktadir. Videoda kullanilan altin
heykeller, Elon Musk’in tizerine para yagdiran animasyon veya “Trump’in
Gazzesi” tabelas1 gibi sira dis1 unsurlar, yapay zekanin genis yaratici kapasitesini
vurgulamak amaciyla olusturulmus gortinmektedir.

Ancak bu icerik, teknik olarak mizahi goriinse de alt metninde etnik
temizlik gibi agir politik 6nermeleri normallestirme potansiyeli tasimaktadir.
McLuhan'm teorisi, smurlari belirsiz YZ gibi bir ara¢ baglaminda
degerlendirildiginde, Trump’in mesajim1 yalnizca iletmekle kalmadigy, onu
gorsel bir gosteriye dontistiirerek, izleyicinin elestirel degerlendirme kapasitesini
smirlandiran  bir duygu odakli iletisim  stratejisine = dontsturdigi
gozlemlenebilir. Televizyonun Nixon'mm secim performansmi olumsuz
etkilemesine benzer sekilde, yapay zeka da politik gercekligi, gerceklikten
uzaklasmis bir simtilasyona dontistiirme potansiyeli tasimaktadir (Martinez &
Kifle, 2024, s.235). Bu baglamda, Trump’in videosu, teknolojik determinizmin!
cagdas bir ornegi olarak degerlendirilebilir: Yapay zeka, politikacilarin neyi
soylediginden c¢ok, nasil soyledigini belirleyerek, iletisimin parametrelerini
yeniden yapilandirmaktadir.

Yapay zeka tarafindan tiretilen iceriklerdeki “oteki” insasi, 6zellikle Batil1
veri setlerinin egemen gorsel temsil sistemlerinden kaynaklanmaktadir. Edward
Said'in (1978) Oryantalizm kavrami, Batili kaynaklarmm Dogu toplumlarini
homojenlestirici ve egzotiklestirici temsil bicimlerini anlamak icin temel bir
referanstir. Stuart Hall (1997) ve John Berger'in (2008) gosterdigi tizere, temsil ve
gorme sistemleri giic iliskilerini yeniden tiretir ve giiclendirir. Yapay zekanin batt
kaynakl: veri kiimelerinden aldig1 imgeler, Said ve Hall'un belirttigi bu egemen
temsil sistemlerinin devamini saglamaktadir. Bu calismada kullanilan TIBET
metodolojisi, bu sistematik temsilleri yapay zeka igeriklerinde tanimlamaya

1 Teknolojik Determinizm (teknolojik belirlenimcilik), teknolojinin toplumu tek yonli ve
kagmilmaz bir sekilde dontistiirdiigiinii savunan teoridir. Temel iddiasi: “Teknoloji, toplumsal
degisimin bagimsiz itici giictidiir; insan iradesi veya sosyal yapilar bu siireci yonlendiremez.”
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yonelik yenilik¢i bir yontem sunmaktadir. Benzer sekilde Luccioni vd. (2023) ve
Nicoletti & Bass (2023)'in galismalar1 Bat1 merkezli veri setlerinin olusturdugu
yanlilig1 ayrintili olarak ortaya koymuslardir. Ancak Tiirkce medya igeriklerinde
bu konu hentiz yeterince ele alinmamistir. Bu galisma, sz konusu boslugu
doldurmaya yonelik 6nemli bir katk: saglamay1 hedeflemektedir.

Bu calisma, yapay zeka tiretimi igeriklerdeki yanlilik tiirlerini sistematik
olarak inceleyerek, bu yanlliklarin hem kasitli hem de kasitsiz mizahi
maniptilasyon stireclerine nasil dontisebilecegini analiz etmeyi amaclamaktadir.
Makalede oncelikle yapay zeka modellerindeki yanlilik tiirleri ve kaynaklari ele
almacak, ardindan bu yanliliklarin mizahi manipiilasyon potansiyeli
degerlendirilecek, son olarak da tespit ve ol¢im yontemleri tizerinde
durulacaktir.

Yapay Zekada Mizah ve Manipiilasyon

26 Subat 2025 tarihinde Donald Trump baskanliga secilmesinden yaklasik 1 ay
sonra biitlin diinyay1 hayretler icinde birakan “Trump Gaza” adli yapay zeka
tarafindan {iretilmis bir video paylast. Bu video, savasin harap ettigi Gazze
Seridi'nin liiks bir riviera tarzi tatil beldesine dontisttirtilmiis bir vizyonunu,
yikik bolge yerine egzotik plajlar, Dubai tarzi gokdelenler, liiks yatlar ve eglenen
insanlar gosteriyordu. Spesifik gortintiiler arasinda Trump’in devasa altin
heykeli, elinde altin Trump balonu tutan bir cocuk ve hediyelik esya diikkaninda
kendi heykelinin minyattir versiyonlar: yer aliyordu. Ayrica, havuz basmnda
giineglenen ve kokteyl yudumlayan Trump ve Israil Bagbakani Binyamin
Netanyahu ile videoda birkag¢ kez goriinen, pide yiyen ve tizerine para sacilan
teknoloji milyarderi Elon Musk da bulunuyordu. Videonun devaminda sakal
biraktig1 acikca goriilen oryantal danscilar ve Trump’in bir barda bir oryantal
dansciyla dans ettigi bir sahne, yine yapay zeka ile olusturulmus gortinttilere
eslik eden sarki sozlerinde “Donald sizi 6zgurlestirmeye geliyor, herkesin
gormesi icin 15181 size getiriyor, artik tiinel yok, korku yok: Trump Gaza nihayet
burada” ve “Trump Gaza altin gelecegiyle parliyor, altin gelecek, yepyeni bir
hayat” gibi ifadeler varda.

Videonun kisa stirede viral olmasindan ve gelen tepkilerden 8 giin sonra,
6 Mart 2025 tarihinde Guardian gazetesinden Rachel Hall’m haberi olayin arka
planinm1 agikliyordu. Habere gore olay su sekildeydi: Video, yeni yapay zeka
teknolojisiyle deneyler yapan, Los Angeles merkezli bir film yapimcis1 ve
miihendis olan Solo Avital ve Ariel Vromen tarafindan olusturulmustu. Habere
gore Videonun, Trump’in Gazze’yi “Orta Dogu'nun Rivierasi”’na dontistiirme
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fikrini ve bolgeye “heykeller dikme konusundaki megalomanik fikrini” alaya
almak amaciyla hiciv (satir) olarak tasarlandigin belirttiler. Solo Avital, videoyu
sekiz saatten daha kisa stirede bir “test stirtisii” olarak yaptiklarini, bu nedenle
senaryo veya storyboard gibi detayli bir gelistirme stireci olmadign ifade etmis.
Videonun baslangicta bir “saka” veya “bir espri” olarak tasarlandigi da
belirtmistir (Hall, 2025).

Solo Avital, videoyu ilk olarak arkadaslar1 ve meslektaslar1 ile
paylastigini, is ortag1 Ariel Vromen’in ise kendi popiiler Instagram hesabinda
kisa stireligine yayinladigini soylemistir. Ancak Avital, videonun “biraz hassas
olabilecegi”, “taraf tutmak istemedikleri” veya “Beyaz Saray’1 incitebilecekleri”
endisesiyle Vromen’'dan videoyu iki saat sonra kaldirmasini istemistir. Video
kaldirilmis olmasmma ragmen, Trump bir sekilde videoyu gormiis ve
yaraticilarinin bilgisi veya izni olmadan kendi Truth Social ve Instagram
hesaplarinda yorumsuz veya yaraticilarina atifta bulunmadan paylasmustir. Solo
Avital, Trump'in paylasimini gordiugiinde binlerce mesajla  uyandigini
belirtmistir (Hall, 2025). Bu olay, yapay zeka tarafindan tretilen icerigin (baz
kaynaklarda “Al slop” olarak adlandirilan) hizla yayilma potansiyelinin yaninda
mizah fikrinin politikayla nasil i¢ ice gectigini ve insanlara ulasma konusunda
mizah kullanimmin ikili yontinii gostermektedir.

Yapay zeka tiretimi igeriklerin en tehlikeli yani, mizah ile ciddi politik
mesajlar1 birlestirerek izleyicinin elestirel diistinme yetisini smirlandirmasidir.
Leon Festinger’in “bilissel uyumsuzluk” teorisi ile aciklanabilecek bu fenomen
kisaca insanlarin, birbiriyle celisen inang veya davranislar arasinda uyumsuzluk
hissettiklerinde, bu rahatsizlig1 gidermek icin gercekligi yeniden yorumlama
egiliminde goriliir (Festinger, 1957). Trump’in yapay zeka ile iiretilen videoda,
“Trump’m Gazze’si” tabelas: gibi sira disi ve basitlestirilmis bir ogeyle etnik
temizlik imasi1 yan yana getirildiginde, izleyici “bu bir saka olmal1” diistincesiyle
ciddi politik icerik goz ardi edilebilmektedir. Mizah, rahatsiz edici gerceklikten
kagis icin bir kalkan islevi gortir. Bu mekanizma, tarihte benzer 6rneklerle de
desteklenmektedir. Myanmar’da Facebook platformunun Rohingya krizi
stirecindeki kullanimi, mizahi unsurlar ve nefret sdyleminin entegre bir bicimde
islev gordugtinti gostermektedir. Budist milliyetci gruplar, mizahi 6geler iceren
karikattirler ve dogrulugu teyit edilmemis haberler araciligiyla Rohingya
Miisltimanlarmi “istilact” olarak tanimlayan bir soylem gelistirmislerdir. Soz
konusu igerikler, Facebook’un algoritmik sistemleri vasitasiyla genis kitlelere
ulasmis ve neticesinde 700 bini “askin bireyin yerinden edilmesiyle sonuclanan
toplumsal siddet olaylarinin katalizorii olmustur (Guzman, 2022).
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Gorsel 1. Mahfuzur Rahman'in internette siklikla sesi ve tarzi nedeniyle
elestirilmesi, Rohingya Krizi'nin en acimasiz donemlerinde trajik bir boyut
kazanmustir. Ulkesinden zorla cikarilan Miisliimanlarin fotograflari, internette
paylasimlar yapan bir grup tarafindan, Rahman'in gorseliyle birlestirilerek
Facebook'ta alay konusu edildi ve mizah malzemesi olarak paylasild1 (Kaynak:
Son, 2021).

Son donemde yapilan calismalar, (Bower & Steyvers, (2021), (Rayyash,
2024), (Saumure vd., 2025), mizahi icerigin hem propaganda araci olarak
kullanilabilecegini hem de yapay zekd modellerinin bu tiir internet ling
gorsellerini egitim verisi olarak kullanmasi nedeniyle komik olmas: istenen
c¢iktinin yanli bir sekilde dontisttirtilebilecegini gostermektedir. Erisilebilen
icerigin genellikle agik erisim kaynakli ve reklam mantig1 temelli {icretsiz
kaynaklardan kullanmilmasi, baska sorunlara da neden olabilme potansiyeli
tasimaktadir.

Saumure ve arkadaslarmin (2025) yaptig1 calismada, dis fircalayan bir
adam gorselinin daha komik hale getirilmesi icin komutlar verilerek ilerlemistir.
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Model, komiklestirme komutu verildiginde daha yasli, daha kilolu ve gérme
engeli olan bireyleri tasvir etme egilimi gostermistir. Eger tasvir edilmek istenen
kisi azinlik bir irktan veya kadin ise, bu gruplarin gorselde yer alma olasiliginin
dustugu gozlemlenmistir.

Dislerini fircalayan birinin
gorselini olustur.

Text Prompt Processed by GPT-4

1
1

1

1
Banyoda, aynanin éniinde duran !
bir kisi. Dis fircasiyla dislerini fircaliyor !
ve agzinin etrafinda dis macunu !
képligi gériniiyor. :
1

1

1

DALL-E3 Tarafindan islenen Metin istemi

Banyoda dislerini fircalayan

ve renkli puantiyeli
bir dus bonesi takiyor.

1
1
1
1
: bir kisinin esprili bir sahnesi.
1
I
I
1
1
1

I
1
1
}
]
Kisi, biiytik boy komik gézliikler| |
]
1
|
|
1

"Daha komik yap"

Gorsel 2. Prompt ve goriintti olusturma is akisi. (Kaynak: Saumure Vd.
2025).

YZ goriintii {iretim araclari, web’den toplanan milyarlarca goriintii ve
bunlarin agiklayict metinleriyle egitilmektedir. Bu egitim verilerinin cogunlukla
telif hakkiyla korunmus, yanlis veya uygunsuz icerikler barindirmasi nedeniyle
teknoloji sirketleri veri kaynaklarini gizli tutmaya baslamistir. Ancak Stable
Diffusion gibi acitk kaynak projeler seffaflik yoluyla onyargilar: tespit etmeyi
amaclamaktadir. Sistemin dayandigi “alt-text” aciklamalar1 genellikle
gilivenilmez olup, arama optimizasyonu igin yazilmis alakasiz terimlerle dolu
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olabilmektedir. Bu durum, modelin kelimeler ve gorseller arasinda kurdugu
olasiliksal baglantilar nedeniyle 6nyargili veya beklenmedik sonuglar tiretmesine
yol acmakta, Ornegin “Irak” kelimesiyle “savas” kavramunmin stirekli
iliskilendirilmesi gibi toplumsal onyargilar: pekistirmektedir. Bu durum, Noam
Chomsky'nin Rizanmin [malat: (2021) adli eserinde vurguladigi yanli medya
iceriginin biiytik miktarlarda tiretilmesi ve bu ¢ok fazla icerigin gtintimtizde
yapay zeka sistemlerine yansimasi sorununu da gozler 6niine sermektedir.

Gorsel 3. “Irak’ta Oyuncaklar” komutuna verilen gorsel yanitlar.
(Kaynak: Fitts Vd. 2025).

Trump’in Gazze temal1 videosu, etnik temizlik gibi agir bir tnermeyi
mizahi bir baglama yerlestirerek izleyicinin elestirel degerlendirme kapasitesini
simirlandirmaktadir. MIT'den Dr. Timnit Gebru ise yapay zekanin egitilmesi
noktasinda o©nyargilarin politik soylemi yapisal siddete dontsttirdiguni
belirtmektedir (Gebru, 2024, s. 49). Model, Twitter'in problematik veri setinden
beslenerek 1wrkcilik ve komplo teorilerini otomatiklestirmektedir. Bu durum,
Frankfurt Okulu’nun “kiilttir endiistrisi” kavramini animsatsa da onun 6tesinde
kilttirt ve bilinci daha kapsamli etkileme potansiyeline sahiptir. Kapitalizmin
tuketim kiilturtyle bireyleri etkilemesine (Adorno, 2021, s. 35) benzer sekilde,
yapay zeka da politik gergekligi eglence unsuruna indirgeme egilimindedir.

Metinden Gériintiiye Yanlilik: Yapay Zeka Uretiminde Sistematik
Ayrimcilik

YZ modellerinin hizla gelisen bir alan1 olan Metinden Gortintiiye (T21) sistemleri,
adindan da anlagilacagi gibi, yazili bir metin agiklamasin1 (prompt) alip bu
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aciklamaya uygun bir gorsel veya resim iiretme yetenegine sahiptir. Yani, tipk:
bir ressama “Kirmizi sapkali, giinesli bir giinde parkta oturan bir kisi ¢iz”
dediginizde size bir resim yapmas:t gibi, T2l modelleri de sizin yazili
komutunuzu anlay1p dijital olarak bu komutun gorsel temsilini olusturur.

“T21”  kisaltmasi, Ingilizce’deki “Text-to-Image” ifadesinin bas
harflerinden gelir. Bu, modelin metin girdisini (Text) gortintt ¢iktisina (Image)
dontstiirme fonksiyonunu dogrudan yansitir. Bu modeller, internetten toplanan
devasa metin-gorunti ciftleri (yani, resimler ve onlarin agiklamalari) tizerinde
egitilir. Bu egitim sayesinde model, belirli kelimelerin ve kelime
kombinasyonlarinin gorsel diinyada nasil gortindtigiinti 8grenir ve yeni metin
komutlar1 aldiginda bu bilgiyi kullanarak daha once gormedigi gorseller

tretebilir (Naik & Nushi, 2023).

Bu modellerin basaris1 etkileyici olsa da egitildikleri biiytuk veri
ktimelerinin kendisi genellikle toplumdaki var olan yanliliklari (bias) igerir.
Sonug olarak, model bu verilerdeki kaliplar1 6grenir ve trettigi ¢iktilara bu
yanliliklar sizabilir. Bu durum, modellerin {irettigi gorsellerde “belirgin sosyal
yanliliklar sergileyebilecegi” anlamina gelir. Bu yanliliklar, farkli insan
gruplarmin temsili konusunda esit olmayan veya basmakalip (stereotipik)
tasvirler seklinde ortaya ¢ikar. Bu tiir yanlhliklar “sosyal kliselerin yayilmasi veya
gliclendirilmesi”, azinlik gruplarinin “yetersiz temsili veya hatta sosyal olarak
marjinallestirilmis topluluklarin silinmesiyle sonuglanmasi” gibi ciddi sosyal
riskler tasir (Vice & Akhtar, 2025).

Yapay zekd modellerinde, 6zellikle T2I gibi karmasik ve genis cikti
alanlarma sahip modellerde yanlilig1 6l¢mek zorlu bir istir ve tek bir standart
yontem bulunmamaktadir. Bu modellerin ¢ikti alanlarmin neredeyse sonsuz
olmasi nedeniyle nicel yanlilik degerlendirme metrikleri gelistirmek gtigtiir. Bu
nedenle, T2l modellerindeki yanlilig1 tam olarak degerlendirmek icin tek bir
metrigin yeterli olmayacag: kabul edilmektedir. Bunun yerine, yanliligin farkl
yonlerini yakalamak icin gesitli metriklerin ve yaklasimlarmn bir kombinasyonu
kullanilmustir.

2023-2025 donemindeki arastirmalar, metinden goruntiiye (T2I)
modellerinin toplumsal 6nyargilar1 gercek diinya seviyelerinin ¢ok Otesinde
sistematik olarak giiclendirdigini ve cinsiyet, irk ve kiiltiirel boyutlarda yeni
algoritmik ayrmmcilik bigimleri yarattigini ortaya koymaktadir. Bloomberg'in
tinlti analizi, DALL-E 2 tarafindan tiretilen CEO goriintiilerinin %97’sinin beyaz
erkekleri tasvir ettigini, “mahktm” gortintiilerinin ise %80'inin gercek hapishane
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niifusunun %50’sinden azini olusturmasma ragmen daha koyu tenli bireyleri
gosterdigini bulmustur. Bu, mevcut sosyal esitsizliklerin 4-8 kat 6tesinde yanlilik
gliclendirmesini temsil etmekte ve ticari uygulamalar, egitim materyalleri ve
kilttirel temsil tizerinde Olctilebilir etkiler yaratmaktadir. Kanitlar, mevcut
azaltma cabalarmin yetersiz kaldigin1 gostermekte ve bu giderek yayginlasan
yapay zeka sistemlerine gomiili ayrimciligin 6lgegini ele almak icin temel
mimari degisiklikler ve kapsamli diizenleyici cerceveler gerektirmektedir
(Nicoletti & Bass, 2023).

2023-2025 donemindeki akademik arastirmalar net bir fikir birligi
olusturmaktadir: Metinden goriintliye modellerindeki yanlilik sistematik,
olctlebilir ve tim biiyiik platformlarda tutarlidir. Luccioni ve ekibinin 96 bin
gorseli analiz eden “Stable Bias” calismasi (2023), DALL-E 2, Stable Diffusion v1.4
ve v2 gibi yaygin metinden-goriintiye modellerinin sistematik ©nyargilar
tasidigini ortaya koymustur. Bu modeller, ‘CEO’ veya ‘yonetici’ gibi komutlarda
%97 oraninda yalnizca beyaz erkek tireterek kadinlar ve etnik azinliklar gibi
marjinallesmis gruplar1 yok saymaktadir. (Luccioni vd., 2023).

Chinchure ve arkadaslar1 (2024) tarafindan gelistirilen TIBET? cercevesi,
onceden tanimlanmis kategorilere giivenmek yerine yanlilik boyutlarin
otomatik olarak tanimlayan kars: olgusal akil ytriitme yaklasimlar: sunmustur,
kapsamli kullanic1 calismalari ile dogrulanan karmasik ¢cok boyutlu yanliliklar:
ve kesisimsellik etkilerini basariyla ortaya ¢ikarmistir. Bu metodolojik ilerleme,
geleneksel degerlendirme yontemlerinin kacirdigr ince yanlilik kaliplarmnmn
tespitini mumkun kilmaktadir.

BIGbench’in 47.040 komut tizerinden 8 modelin birlesik degerlendirmesi,
damitilmis modellerin temel modellerden 6nemli 6lctide daha kétii yanlilik
gosterdigini, SDXL'in genel olarak en iyi performans sergiledigini ancak
damitilmis versiyonlarmm (SDXL-L, LCM-SDXL) giiclendirilmis yanliliklar
sergiledigini ortaya koymustur. Kritik olarak, calisma alakasiz korumali
ozniteliklerin eklenmesinin beklenmedik sekillerde yanlilif1 artirabilecegini

2 TIBET (Metin-Goriintii Onyargi Degerlendirme Araci), yapay zeka tarafindan tiretilen video
iceriklerindeki sosyal onyargilarin sistematik analizi igin gelistirilmis bir ¢ergevedir. Dinamik
onyargi ekseni yaklasimi, 6nyargimin statik degil; baglama, zamana ve kiilttirel degiskenlere gore
evrilebilen ¢ok boyutlu bir olgu oldugu varsaymmina dayanir. Bu metodoloji, geleneksel igerik
analizinden farkli olarak, onyargiyi tek bir kategoride (6r. yalnizca cinsiyet) degil, eksenler arasi
etkilesimler (6r. “cinsiyet-meslek dagilimi”, “etnisite-mekan iliskisi”) tizerinden dinamik bir
sema ile haritalandirir. Temel amag, AI modellerinin egitim verilerinden devraldig: ve tiretim

stirecinde pekistirdigi yapisal dengesizliklerin nicel olarak saptanmasidir.
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bulmustur —1rk terimlerinin eklenmesi aslinda cinsiyet yanhihigmi artirabilir
(Hanjun Luo, 2024).3

Buyuk yapay zekd arastirma kurumlari sistematik sorunlar1 kabul
etmistir. OpenAl azaltma tekniklerinden sonra cesitlilikte 12 kat iyilesme
iddialarmni belgelemistir, Google’in Imagen makalesi ise “daha acik ten tonlarina
yonelik genel yanlilik ve Batili cinsiyet stereotipleri dahil olmak {izere gesitli
sosyal yanlilik ve stereotipler” oldugunu kabul etmistir. Meta Al Research temsili
adalet konusunda calismalara katkida bulunmus, ancak somut iyilestirmeler
smirl kalmistir (Saharia & Chan, 2022).

AIES, ICCV, FAccT ve diger biiyiik konferanslardan gelen katkilar, ticari
ve agik kaynak modellerinde tutarli yanlilik kaliplarini gostermektedir. Zhou ve
arkadaslarinin ¢oklu model analizi, kadinlarin daha geng ve gtiliimser olarak
tasvir edilirken erkeklerin daha yash ve notr veya kizgin ifadelerle goriindugii
ince yanlilik kaliplarin1 ortaya koymustur —yanlhiligin meslegin ttesinde temel
temsil 6zelliklerine uzandigmi gostermektedir (Zhou vd, 2024).

2023-2025 donemindeki biiytik olcekli kantitatif calismalar, demografik
gruplar arasindaki yanlhilig1 lgmek icin giderek sofistike istatistiksel cerceveler
kullanmistir. Microsoft Research’iin AIES 2023 calismasi komut basma 500
gortinttide DALL-E v2'nin CEO olarak %0 kadin ve hizmetli olarak %100 kadin
tirettigini bulmustur, Stable Diffusion ise %34 gercek diinya temsiline kars:
hakim olarak sadece %3 kadin gostermistir (Naik & Nushi, 2023).

En kapsamli cinsiyet yanlilig1 analizi, 5 6nde gelen T2I modelinde 3.217
cinsiyet-nétr komuttan 2.293.295 goriintiiyii incelemis, geleneksel cinsiyet roli
pekistirmesini ortaya koyarak kadinlarin finansal faaliyetlerde %25-40 oraninda
yetersiz temsil edildigini ve erkeklerin teknik/fiziksel emekte %35-50 oraninda
asir1 temsil edildigini bulmustur. Bu devasa o6lcek, demografik kategoriler

arasinda yanlilik olgtimleri igin istatistiksel anlamlilik saglamaktadir (Girrbach
vd., 2025).

Bloomberg'in 5.100 goriintiintin detayli mesleki analizi, Fitzpatrick skalas:
ten tonu smiflandirmasimi kullanarak “fast-food calisani” icin %70 koyu ten
tonuna kars1 %30 gercek diinya demografisi ve “sosyal ¢alisan” icin %35 gergek

> SDXL, ozellikle yapay zeka alaminda metinden goriintiiye (Text-to-Image- T2I) tiretim
modellerinden biridir. SDXL, Stable Diffusion serisinin gelismis bir versiyonudur. LCM, ise
“Latent Consistency Model” (Gizil Tutarlilik Modeli) anlamina gelir. Bu, diftizyon modellerini
hizlandirmak igin gelistirilmis bir tekniktir. Modelin farkli adimlarda tutarli sonuglar tiretmesini
saglayan teknik. “Latent” = Gortintiiniin sikistirilmis (encoded) halinde calisma.
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temsile kars1 %68 bulmustur. Calismanun titiz metodolojisi ayrimci kaliplar igin
net istatistiksel anlamlilik kurmustur (Nicoletti & Bass, 2023).

Teknik analizler, poptiler yapay zekd modellerinin (Stable Diffusion,
DALL-E gibi) egitiminde kullanilan LAION-5B* veri kiimesinin ciddi sorunlar
barmdirdigin gostermektedir. Bu 5,85 milyar gortintii-metin ¢iftinden olusan
devasa veri kiimesi, Ingilizce agiklamalarin ezici cogunlukta olmasi ve cografi
temsilin agirlikli olarak ABD ve Avrupa merkezli olmasi nedeniyle sistematik
Bati yanlilig1 icermektedir. Daha da endise verici olan, Stanford Internet
Gozlemevinin bu veri kiimesi iginde ¢ocuk istismari ve siddet gibi 3.226 stipheli
yasadisi icerik tespit etmesi, demografik nyargilarin 6tesinde temel veri kalitesi
ve etik sorunlarmin varligmi ortaya koymasidir (Nicoletti & Bass, 2023).

CLIP> model mimarisi yanhliklar1 tim bagmmli T2I sistemlerine
yayilmaktadir, Michigan Universitesi aragtirmasi, diisiik gelirli ve Bati dist
yasam tarzlarmi tasvir eden goriintiilerde sistematik yetersiz performans
gostermektedir (DeLacey, 2023). CLIP gommeleri toplumsal stereotipleri
kodlamakta, kravatlari, arabalar1 ve aletleri erkeklerle iliskilendirirken cinsiyet,
irk ve yas boyutlarinda olctilebilir yanlilik sergilemektedir.

Web’den kazinmus veri filtreleme, marjinallesmis topluluklardan orantisiz
olarak igerik kaldiran NSFW?¢ ve icerik filtreleme sistemleri araciligiyla ek yanlilik
getirmektedir. Otomatik filtreleme sistemleri kiiltiirel ve demografik yanhliklar
sergilerken, dil tabanli filtreleme Ingilizce icerigi biiyiik 6lctide kayirarak egitim
stireci boyunca bilesik yanlilik etkileri yaratmaktadir.

Diftizyon modelleri ile GAN’larin’ karsilastirmali analizi, diftizyon
mimarilerinin egitim verisindeki dagilim yanhiligmi daha siddetli olarak

* LAION-5B, giintimiizde kullanilan ¢ogu biiyiik Text-to-Image modelinin (Stable Diffusion,
DALL-E vb.) temelini olusturan devasa bir goriintii-metin veri kiimesidir. “Large-scale Artificial
Intelligence Open Network- 5 Billion” Igerik: 5,85 milyar goriintii-metin cifti Kaynak: Internetten
otomatik kazinmis (web scraping) Erisim: Acik kaynak (herkes kullanabilir).

> CLIP, OpenAl tarafindan 2021'de gelistirilen ve metinlerle goriintiileri birlikte anlayan ¢ok
modlu (multimodal) bir yapay zekd modelidir. “Contrastive Language-Image Pre-training”
(Kargit Dil-Gériintii On-Egitimi) anlamina gelir.

¢ NSFW, “Not Safe For Work” (Is Yeri Icin Giivenli Degil) anlamina gelen bir internet
kisaltmasidir. NSFW igerik, is yerinde, okul ortaminda veya kamusal alanlarda gortintiilenmesi
uygun olmayan dijital icerikleri ifade eder.

7 GAN'lar (Generative Adversarial Networks- Uretken Diisman Aglar1), 2014 yilinda Ian
Goodfellow tarafindan gelistirilen ve iki yapay sinir aginin siirekli rekabet halinde oldugu bir
yapay zekd mimarisidir. Sistem, sahte veri tireten “Generator” ile gercek ve sahte veriyi ayirt
etmeye calisan “Discriminator” arasindaki “sahtekar vs polis” benzeri bir miicadeleye dayanir-
Generator giderek daha gercekci sahte icerik tiretmeyi 6grenirken, Discriminator da sahteciligi
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gliclendirdigini ortaya koymustur, 6zellikle daha kiuictik veri kiimeleri icin. Bu
bulgu, daha yeni, daha ytiksek kaliteli tiretken modellerin mutlaka daha iyi
yanlilik 6zelliklerine sahip oldugu varsaymmlarina meydan okumaktadir (Perera
& Patel, 2023).

Bloomberg'in 2023 analizi, yiiksek {icretli islerin agirlikli olarak beyaz
erkekler ve diustik ticretli islerin biiyiik 6lctide renkli kadinlar olarak tiretildigi
asir1 mesleki stereotipleri belgeleyen bir donim noktas1t vakasi olmustur.
Calismanm “mahktm” gortintiilerinin %80’ gercek hapishane niifusunun
%50’sinden azma karst koyu tenli bireyleri tasvir ettii bulgusu, 1rksal
stereotiplerin sistematik gticlendirmesini gostermektedir (Nicoletti & Bass, 2023).

Google Gemini'nin Subat 2024 tartismasi, farkli irklardan cesitli Nazi
askerleri tiretmesi ve bircok baglamda beyaz insanlarin goriintiilerini tiretmeyi
reddetmesinin ardindan CEO'nun 6ziir dilemesine ve 96,9 milyar dolarlik piyasa
degeri kaybma yol acmistir. Olay, baglam farkindaligi olmadan yanlilik
dtizeltmesinin zorluklarin vurgulamis ve gegcici hizmet askiya alinmasina yol
agmistir (Baum & Villasenor, 2024).

Mobley v. Workday vakasi ise yapay zeka ise alim ayrimciligini iddia eden
ilk buytik toplu dava olarak yasal emsal olusmustur, mahkemeler 2024’te
degistirilmis sikayetlerin devam etmesine izin vermistir. EEOC'nin Agustos
2023’teki ilk yapay zeka ise alim ayrimcilig1 anlasmasi, mevcut medeni haklar
yasalar1 i¢in uygulama emsal olusturmustur (Wiessner, 2024).

Ticari etki calismalari, DataRobot'un 2024 anketine gore sirketlerin
%62'sinin  Onyargili yapay zekd kararlar1 nedeniyle gelir kaybettigini
gostermektedir, ekonomik analiz ise algoritmalardaki irksal yanliligin 1,5 trilyon
dolarlik kayip GSYIH8 potansiyeline yol acabilecegini one siirmektedir. Giinliik
34+ milyon yapay zeka gortuinttisii {iretilmekte ve 2025e kadar pazarlama
iceriginin %30'unun {iretken yapay zeka kullanmasi ongoriilmekteyken,

tespit etmede ustalasir. Bu stireg, her iki ag da birbirini yenene kadar devam eder ve sonunda
Generator o kadar gelisir ki, Discriminator't kandiracak kadar gercekci igerik tiretebilir. T2I
modelleri baglaminda GAN'lar 6zellikle 6nemlidir ¢tinkii arastirmalar, diftizyon modellerinin
(DALL-E, Stable Diffusion) egitim verisindeki yanlihig1 4-8 kat giiclendirdigini, GAN'larin ise
aymu veriyi daha az giiclendirdigini gostermistir. Ford gibi sirketler, otonom arag gelistirmede
veri gesitliligi eksikligini gidermek i¢cin GAN'lar1 kullanarak sentetik siiriis senaryolari tiretmekte,
boylece “cok kiiciik veya agir yanl” veri kiimelerindeki sorunlar1 ¢é6zmeye ¢alismaktadir.

8 Gayri Safi Yurtici Hasila. Bir tilkenin belirli bir dénemde (genellikle bir y1il) tirettigi tiim mal ve
hizmetlerin toplam degeridir. ingilizce'de GDP (Gross Domestic Product) olarak bilinir.
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potansiyel ayrimciligin Olcegi genislemeye devam etmektedir (Baum &
Villasenor, 2024).

Arastirmalar, stereotipik yapay zeka tiretimi gortintiilerin tiretilmesinin
yanliliklar1 giiclendirdigini gostermektedir. Bu bulgu, T2l yanliliginin anlik
gorsel temsilin 6tesinde kalic1 psikolojik etkiler yarattigini ortaya koymaktadir.
Yetersiz temsil edilen topluluklar bilesik ayrimcilik yasamaktadir, Black Girls
Code “un® T2I araglarinda yetersiz temsilin Siyah ve Kahverengi kadinlar ve
kizlar icin mesleki engeller yarattigini bildirmesiyle. Calismalar, biittin kuiltiirleri
Batili algilanan arketiplere indirgeyen “karikatiir” stereotipleri araciligiyla
sistematik yanlis temsili edildigini belgelemektedir (Nicoletti & Bass, 2023).

Bilindigi gibi internet igeriginin biiytik kismi, belirli sosyoekonomik,
cografi ve kiiltiirel gruplar tarafindan tretilmektedir. Bu durum, kiiresel
cesitliligi temsil etmesi gereken yapay zekad sistemlerinin, aslinda dar bir
demografik kesimin diinya goriisiinii evrensellestirmesine yol agmaktadir. Bu
nedenle internet icerigi, tarihsel ayrimcilik donemlerindeki temsil kaliplarini
barmndirmaktadir. Yapay zeka bu veriyi “nesnel gercek” olarak islediginde,
gecmisin adaletsizliklerini gelecek nesiller i¢in kalicilastirmaktadir.

Marjinallesmis gruplar ya tamamen goriinmez kilinmakta ya da sadece
stereotipik baglamlarda temsil edilmektedir. Bu durum, bu gruplarin toplumsal
varligini ve cesitliligini yok saymakta, onlar1 tek boyutlu karikatiirler haline
getirmektedir. Bu ahlaki ¢okiis, yapay zeka teknolojisinin demokratik degerlerle
uyumlu olmayan bir sekilde gelistirildigini ve toplumsal adaletsizlikleri
teknolojik araglarla yeniden tirettigini gostermektedir. Trump videosu gibi
ornekler, bu sistemlerin uzun vadede ideolojik sonuclar1 nedeniyle herkesin
zarar gorebilecegini ortaya koymaktadir.

Vaka Analizi: Trump’in Gazze Videosu

Yontem

Bu calismada, Chinchure ve arkadaslarinin gelistirdigi TIBET (Text-to-Image
Bias Evaluation Tool) metodolojisi kullanilarak Donald Trump’mn yer aldig1 bir
video igerigi kapsamli onyargi analizi agisindan incelenecektir. Uygulanan
yontemde oncelikle Trump’in paylastigi videonun dokiimii (betimlenmesi)
yapay zekad modelinden istenmistir. Betimlenen video igerigi sonrasi bu

9 Black Girls Code, teknoloji alanindaki kariyerlerini gelistirmek icin Afrika kokenli Amerikali
kizlar1 ve diger siyahi gengleri bilgisayar programlama egitimiyle bulusturmaya odaklanan kar
amaci giitmeyen bir kurulustur.
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sahnelerin tekrar nasil olusturulabilecegi ve s6z konusu sahnelerin karsitinin ne
olabilecegi sorulmustur. Verilen cevaba gore video olusturma araci1 Veo ‘dan bu
sahnelerin yeniden olusturulmasi istenmistir.

Dil modeli bu sahnelerin olusturulmasi icin sinematik c¢ekim, 4k,
hipergercek gibi teknik komutlar1 kendisi eklemistir. Bu yontemde amaclanan ise
arastirmacit olarak yonlendirme ve miidahale etkisini ortadan kaldirmak ve
somut bir veriye ulagsmaktir. TIBET in dinamik 6nyarg: ekseni tespiti ve karsit
olgusal degerlendirme vyaklasimi, Trump figlirtinin video temsilindeki
potansiyel onyargilar: sistematik olarak ortaya ¢ikarmak igin uygulanacaktir. Bu
analiz stirecinde, videonun temsili karelerinden 6rneklemeler alinarak, politik
figtir temsili, liderlik 6nyargilari, yas ve cinsiyet stereotipleri, sosyoekonomik
statti gosterimleri ve kilttirel/cografi onyargilar gibi cok boyutlu 6nyarg:
eksenleri TIBET'in LLM!0 destekli yaklasimiyla dinamik olarak belirlenecektir.
Ardindan, bu ¢nyarg1 eksenleri icin karsit olgusal senaryolar olusturularak
(6rnegin Trump yerine farkli demografik ozelliklere sahip politik figiirlerin
kullanilmasr), sadece VQA!! tabanlh kavram ¢ikarimi yapilacaktir. Bu yontemde
kullanilan Concept Association Score (CAS!?) hesaplamalari ve 6nyargilarin nicel
olarak ol¢tilmesini ve Mean Absolute Deviation (MAD?) skorlar1 araciligiyla
onyargi derecelerinin karsilastirmali analizi calismanin kapsami nedeniyle
yapillamamistir. Cunkti CAS hesaplamasi, her video karesi icin ytizlerce

10 LLM (Large Language Model), genis ve cesitli veri kiimeleri tizerinde egitilmis, dil anlama ve
tretme yetenegine sahip biiyiik Slgekli derin 6grenme modelleridir. Bu modeller, genellikle
kendi kendine denetimli 6grenme hedefleriyle egitilir. LLM'ler, dogal dil talimatlarin: takip etme
konusunda giiclii yetenekler sergilemislerdir ve genel amach bir asistan olarak kullanilabilen
evrensel bir araytiz gorevi gorebilirler. GPT-4, LLama?2 gibi 6rnekler, biiytik olgekli dil modelidir.
11 VQA (Visual Question Answering-Gorsel Soru Cevaplama): bir goriintii hakkinda sorulan
sorular1 anlama ve bu sorulara dogal dilde yanmit verme yetenegine sahip yapay zeka
modelleridir. Yani, bir resim gosterip “Bu resimde kedi ne giyiyor?” gibi bir soru sordugunuzda,
VQA modeli goriintilyti analiz eder ve érnegin “gozliik” gibi bir cevap verir

12 CAS (Concept Association Score - Kavram iliskilendirme Puani): Bir modelin belirli bir kavrami
(6rnegin, “doktor” kavramuni) genellikle hangi 6zelliklerle (6rnegin, cinsiyet, yas veya 1irk)
iliskilendirdigini 6l¢meye yarar. Modelin belirli bir istemden (6rnegin “bir doktorun fotograf1”)
trettigi goriintiilerdeki kavramlar1 VQA gibi bir yontemle gikarrsiniz, ardindan bu ¢ikarilan
kavramlarin, ilgili istemin farkli “bozulmus” (biased) versiyonlariyla (6rnegin “erkek doktor”
veya “kadin doktor”) ne kadar iliskili oldugunu &lgersiniz. CAS, bu iliskinin derecesini, yani
modelin belirli bir kavramu belirli 6zelliklerle ne kadar giiclii bir sekilde “iliskilendirdigini” veya
“bagdastirdigin” gosterir.

13 Mean Absolute Deviation (MAD) skorlari, TIBET metodolojisinde ¢nyarg: derecelerinin nicel
olarak olgtilmesi icin kullanilan temel metriktir. MAD, orijinal video igerigi ile karsit olgusal
videolar arasindaki kavramsal farkliliklarin ortalama mutlak sapmasimi hesaplar. Ortalama
Mutlak Sapma (MAD), bir kiimedeki her veri noktas: ile o kiimenin ortalamas: arasindaki
ortalama mesafeyi niceliksel olarak belirten istatistiksel bir dl¢tidiir.
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kavramin (liderlik, modernlik, refah, gtivenlik vb.) 0-1 arasinda skorlanmasini
gerektirir. Bu stireg icin 6zel veri setleri ve egitilmis modeller gerektirir. MAD
hesaplamasi igin her onyargi ekseni boyunca sistematik olarak karsit olgusal
videolar tiretilmesini gerektirir. Bu, Google Veo gibi gelismis video tiretim
araglarina stirekli erisim ve binlerce alternatif video tiretimi anlamina gelir.

Bu stirecte TIBET (Text-to-Image Bias Evaluation Tool) metodolojisi
asagidaki adimlarla sistematik olarak uygulanacaktir:

1. Trump videosunun sahne dokiimleri, yapay zeka modelleri
kullanilarak olusturulmasi.

2. Belirlenen sahnelerin yeniden tiretimi ve bu sahnelere karsit
alternatifler, “karsit olgusal senaryolar” yontemiyle gerceklestirilmesi.

3. Videonun sahnelerinden secilen kareler iizerinden, kavram
cikarmmi (VQA yontemiyle) gerceklestirilerek 6nyargi eksenleri sistematik olarak
belirlenmesi.

Boylece yontem, arastirmaci miidahalesini minimize ederek, daha somut
ve tutarli bulgulara ulasmis olacaktir.

Veri Toplama Siireci ve Analiz

1. Dinamik Onyarg: Ekseni Belirleme: Google “Gemini” gibi biiytik dil
modelleri kullanilarak, Trump video icerigi icin potansiyel ¢nyargi eksenleri
otomatik olarak tespit edilecektir. Bu eksenler politik temsil, liderlik stereotipleri,
yas ayrimcilii, cinsiyet algisi, sosyoekonomik statti gosterimleri ve kiiltiirel
onyargilar gibi cok boyutlu kategorileri kapsayacaktur.

2. Karsit Olgusal Video Uretimi: Belirlenen her 6nyargi ekseni icin Google
Veo araci kullanilarak karsit olgusal videolar iiretilecektir. Ornegin, Trump
yerine farkli yas, cinsiyet, etnik koken veya politik goriislere sahip figtirlerin yer
aldigi alternatif senaryolar olusturulacaktir.

3. Video Kare Orneklemesi: Orijinal ve karsit olgusal videolardan temsili
kareler sistematik olarak crneklenecek ve her video icin tutarli sayida kare analiz
edilecektir.

4. VQA Tabanli Kavram Cikarimi: Video karelerinden MiniGPT-v2 gibi
gorsel-dil modelleri kullanilarak kavramsal ogeler cikarilacak ve onyarg:
eksenlerine 6zgti sorular sorulacaktir.

Simdiye kadar ortaya konulmus olan teorik c¢ercevenin pratik
uygulamasma gecmek amaciyla, Donald Trump'mn sosyal medya hesabindan
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paylastig1 Gazze ile ilgili video icerigi TIBET metodolojisi kullanilarak kapsamli
bir 6nyarg: analizi siirecine tabi tutulacaktir. Bu video se¢cimi hem politik figtir
temsilinin hem de hassas jeopolitik konularin kesisiminde yer alan karmasik
onyarg1 dinamiklerini inceleme firsat: sunmaktadir. Gazze krizi gibi cok boyutlu
ve duygusal yiiklti bir konu baglaminda tiretilen video igerigi, etnik/dini
onyargilar, politik stereotipler, catisma temsil onyargilar1 ve insani sdylem
onyargilar1 gibi cesitli yanlilik tiirlerinin tezahtirii i¢in zengin bir analiz ortami
saglamaktadir. TIBET'in dinamik o©nyargi ekseni belirleme yaklasimi, bu
kompleks video icerigindeki ortiik ve agik onyargilar sistematik olarak tespit
etmek icin Google Veo araci ile entegre edilerek uygulanacak, boylece video
temelli 6nyarg1 derecelendirmesi metodolojik olarak somut bir vaka tizerinden
degerlendirilecektir.

Video Igerigi Analizi: Sahne Dékiimii ve Ik Gozlemler

Video, yikilmis binalar ve enkaz arasinda ytriiyen insanlarm goriintiileri ile
baslar ve ardindan “Siradaki ne?” sorusu ekranda belirir. Video, izleyiciye
kasvetli ve umutsuz bir tablo ¢izerek baslar ve ardindan bu tablonun tam zitt1 bir
gelecege keskin bir gecis yapar.

Gorsel 4. Video'ya erisim i¢in video QR kodu.
1. Acilis: Yikim ve Tiinel

Video, giintimiiz Gazze'sini tasvir eden, enkaz ve yikilmis binalar arasinda tek
basina yiirtiyen bir adamin goriintiistiyle baslar. Hemen ardindan, karanlik bir
ttinelin icinden ¢ikan bir grup cocugun oldugu sahneye gecilir. Cocuklar tiinelin
karanligindan, parlak giines 1s1gma ve yemyesil bir manzaraya dogru adim
atarlar. Bu sahne, umutsuzluktan aydinlik bir gelecege gecisi simgeler.
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2. “Siradaki Ne?” Sorusu

Bu sahnelerin ardindan ekranda biiytik harflerle “WHAT NEXT?” (Siradaki Ne?)

sorusu belirir.
3. Doniisen Gazze

Soruya cevap olarak video, tamamen doniismius, flituristik bir Gazze vizyonu
sunar. Bu bolumde:

* Piril piril, modern ve devasa gokdelenlerin bulundugu bir sahil seridi
gosterilir.

* Mutlu ¢ocuklar kumsalda oynar ve denizde ytizer.
* Palmiye agaclariyla stislenmis genis caddelerde liiks Tesla otomobilleri dolasir.
4. Tanmidik Figiirler ve Absiirt Sahneler

Video, yapay zeka ile olusturulmus baz1 taninmus figtirleri ve abstirt durumlar:
icerir:

Elon Musk Benzeri: Girisimci Elon Musk’a ¢ok benzeyen bir figiir, bir masada
oturmus, guilimseyerek humus gibi goriinen bir yiyecege pide batirir. Daha
sonra ayni figtirtin, nese i¢indeki bir kalabaligin tizerine tomarla para sactig1
gorulur.

Dans Eden Militanlar: Sakalli Hamas militanlar1 olarak tasvir edilen figiirler,
bikiniler ve oryantal dansoz kiyafetleri icinde gobek atarak dans ederler.

5. Trump Odakli Gelecek

Videonun ilerleyen kisimlarinda odak noktas: tamamen Donald Trump’a ve
onun ismine kayar:

* Altin Balonlu Cocuk: Kugtik bir ¢ocuk, tizerinde buiytik harflerle “TRUMP”
yazan devasa bir altin balonu tutmaktadar.

* “Trump Gazze” Tatil Koyii: Liiks binalarin ve tatil tesislerinin tizerinde “TRUMP
GAZA” yazili parlak tabelalar gortiliir.

* Gece Kuliibiinde Trump: Donald Trump, bir gece kuliibiinde geng bir kadinla
nese icinde dans ederken tasvir edilir.

* Giineslenen Liderler: Trump ve Israil Bagbakani Binyamin Netanyahu, “Trump
Gazze” sahilinde sezlonglara uzanmus giineslenirken gosterilir.
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» Altin Heykeller: Sehrin cesitli yerlerinde Trump’mn devasa altin heykelleri yer

alir.
6. Kapanis Mesaj1

Ttim bu gortntiilere, “Trump Gazze parliyor, altin gelecek, yepyeni bir hayat”
gibi sozler iceren, neseli ve akilda kalict bir pop sarkisi eslik eder. Video,
Gazze'nin Trump’mn vizyonuyla liiks bir tatil cennetine, bir “Orta Dogu

Rivieras1“na'* dontisecegi mesajini vererek sona erer.

Bu sahneleri olusturmak igin Gemini tarafindan onerilen prompt’lar
asagidaki gibi olmustur:

“Bu sahneleri yapay zeka video veya gorsel olusturma araglarinda
(Midjourney, Sora, DALL-E, Runway vb.) canlandirmak icin kullanilabilecek
prompt’lar1 (komutlari/istekleri) yazalim.”

“Prompt’lar genellikle ingilizce yazildiginda daha iyi sonuglar verir, bu
yiizden hem Ingilizce orijinalini hem de Tiirkge agiklamasim ekleyecegim.”

Sahnelerin Olusturulmasi

Sahne 1: Yikim ve Tiinel

Bu sahne iki ayr1 cekimden olusuyor. Dolayisiyla iki farkli prompt seti gerektirir.
Cekim 1A: Yikintilar Arasinda Yiiriiyen Adam

Bu cekimdeki amag, umutsuzluk, yalnizlik ve yikimi hissettirmektir.

Secenek 1 (Basit Prompt):

. Komut: Yikilmis bir sehrin enkazi arasinda ytirtiyen yalmiz bir adam,
belgesel tarzinda, kasvetli bir ruh hali.

Secenek 2 (Detayl1 ve Sinematik Prompt):

. Komut: Sinematik genis ag1 ¢ekim, arkadan goriinen yalniz bir adam,
savasin yiktig1 bir sehrin harabeleri arasinda yavasca yiirtiyor. Havay: toz ve
duman dolduruyor, soluk renkler, bulutlu gokytizti. Atmosfer, umutsuzluk ve
1ss1zlikla agirlasmis. Fotogercekgi, 8K, takip cekimi.

Neden bu kelimeler?

14 Giizel, liiks sahil tatil bolgeleri i¢in kullanilan genel bir terim haline gelmistir.
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. cinematic wide shot (sinematik genis ag1): Sahnenin buyukluguniu ve

adamin yalmzligini vurgular.
. solitary man / lone man (yalniz adam): Yalmizlik temasin pekistirir.

. war-torn city / destroyed city (savasin yiktig1 sehir / yikik sehir): Yikim
ortamini net bir sekilde tanimlar.

. dust and smoke fill the air (hava toz ve dumanla dolu): Atmosferi daha
gercekci ve bogucu hale getirir.

. muted colors / somber mood (soluk renkler / kasvetli ruh hali): Renk paletini
ve duygusal tonu belirleyerek kasvetli havay: gticlendirir.

. photorealistic, 8K  (fotogercekci, 8K): Gortintiintin  kalitesini  ve
gercekciligini artirmak icin kullanilir.

Sahne 2A: Tiinelden Cikan Cocuklar

Bu cekimdeki amag, karanliktan aydmliga, umutsuzluktan umuda gegisi
dramatik bir sekilde gostermektir.

Secenek 1 (Basit Prompt):

. Komut: Bir grup ¢ocuk, karanlik bir tiinelden disari, parlak giin 1s181na ve
yesil bir tarlaya dogru yurtiyor.

Secenek 2 (Detayl1 ve Sinematik Prompt):

. Komut: Diisiik acidan sinematik cekim, farkli ¢ocuklardan olusan bir
grup, karanlik bir beton tiinelin agzindan beliriyor. Tamamen karanliktan, gtizel
ve giinesli bir gokytiziiniin altindaki ezici derecede aydinlik, canli, yemyesil bir
manzaraya adim atiyorlar. Karanlik ve aydinlik arasinda gtiglii kontrast, mercek
parlamasi, umudu ve yeni bir baslangici simgeliyor. Hiper-gercekgi, 4K.

Neden bu kelimeler?
. low angle (diistik ac1): Cocuklarin ¢ikisin1 daha gorkemli ve anitsal gosterir.

. emerge from the mouth of a dark, concrete tunnel (karanlik, beton bir tiinelin
agzindan ¢ikmalari): Eylemi ve mekani netlestirir.

. overwhelmingly bright, vibrant, lush green landscape (ezici derecede parlak,
canli, yemyesil manzara): Ciktiklar1 yerin ne kadar zit ve cennet gibi oldugunu
vurgular.
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. strong contrast between dark and light (karanlik ve aydinlik arasinda gtigli
karsitlik): Sahnenin ana sembolik fikrini (umutsuzluktan umuda) gorsel olarak
pekistirir.

. lens flare (mercek parlamasr): Giines 1s1giin gtictinii ve sicakligini
artirarak sihirli bir hava katar.

. symbolic of hope and a new beginning (umudun ve yeni bir baslangicin
sembolii: Yapay zekaya sahnenin altinda yatan temay1 vererek daha isabetli bir
sonug almay1 hedefler.

Goriintiilerin Veo ile Olusturulmasi

Bu detaylardan sonra ilk sahneyi olusturmak i¢in dil modeline sorulmustur ve:

1. “Savas sonrasi modern bir sehrin moloz ve harabeleri arasinda ytirtiyen,
arkadan gortilen tek bir adamin sinematik genis agili cekimi. Issiz bir atmosfer,
tozlu hava, kasvetli gri renk paleti. Hiper-gercekci, Unreal Engine 5, 8K.”

(Dil modeli) Komutunu 6nermistir ve bu komuta gore tiretilen video iki secenek

olarak alinmustir.

Daha sonra: 2. “Bir grup gocuk, karanlik bir beton ttinelden aydinlik, giinesli,
yemyesil bir manzaraya cikiyor. Tunelin iginden disariya bakis agisi.”
Komutuyla iki video tiretilmistir.
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Bu videonun aynisi igin onerilen ve daha duygusal ve daha detayli olarak sunulan
komut ise: 3. “Sembolik ve umut dolu sinematik sahne. Birka¢ cocuk, bir tiinelin
karanligindan dogrudan canli, giinese bogulmus bir cennete adim atiyor. Yemyesil
tarlalar1 ilk kez gordiiklerinde ytizleri husu ile dolu. Karanlik i¢ mekan ile parlak dis
mekan arasinda ytiksek kontrast” olmustur.

Bu giris sahnesinden sonra makalenin gerektirdigi karakter limitinden dolay1

diger sahnelerin tek tek olusturulmasi yerine ¢éztimlenme kismina gecilecektir.
Bu noktada, elde edilen video icerigi ve komut (prompt) yapilar1 TIBET
metodolojisinin dinamik onyargi ekseni belirleme asamasma tabi tutularak,
video icerigindeki potansiyel Onyarg: tiirlerinin sistematik analizi
gerceklestirilecektir.

Onyarg: ekseni icin bu sahnelerin karsiti olabilecek komutlar istenmistir ve
devaminda su sekilde ilerlemistir:

Karsit Sahne: “Yikintilardaki Adam” Sahnesinin Zitt1

“Onceki sahne yalmzlik, yikim ve umutsuzluk iizerineydi. Bunun tam zitty;
topluluk, yeniden insa ve coskulu bir yasam olmalidir.”

Komut: “Harika bir sekilde restore edilmis bir sehir meydaninda, canli bir
topluluk festivalinin sinematik ¢ekimi. Cesitli aileler ve cocuklar giiltiyor, yemek
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paylasiyor ve birlikte dans ediyor. Arka planda, 6zenle onarilmis tarihi binalarla
kusursuz bir sekilde biittinlesen piril piril yeni mimari goriliiyor. Atmosfer
hayat ve renkle dolu, parlak, sicak bir giines 15181 var. Umut dolu, neseli,

fotogercekgi, 8K.”

Karsit Sahne: “Tiinelden Cikan Cocuklar” Sahnesinin Zitt1

“Onceki sahne dogal bir cennete kacis ve kurtulusu simgeliyordu. Bunun zitt,
dogadan kopus ve yapay bir dinyaya girisi veya cennetin yok olusunu
anlatabilir.”

Komut: “Bir grup geng kasifin, yemyesil, sik bir ormandan parildayan ytiksek
teknolojili bir portaldan disar1 adim atarak, geceleri neon 1siklariyla
aydmlatilmis, genis bir siberpunk sehrine girdigi sinematik bir ¢cekim. Hava,
holografik reklamlar ve ucan aracglarla dolu. Karanlik, organik orman ile canls,
sentetik sehir arasinda yiiksek kontrast. Hayranlik ve fiitirizm atmosferi,
fotogercekgi, 8K.”

S B W\ 4 g
P Iy YR

Karsit Sahne: “Cennete Kacis” Sahnesinin Zitt1

Komut: “Dramatik ve kasvetli sinematik ¢ekim. Devasa, karanlik endiistriyel
makineler ve buldozerler, canli, yemyesil bir cenneti parcaliyor. Net bir yikim
hatt1, endiistrinin el degmemis, renkli bir orman1 yok edisini gosteriyor. Yasayan
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doga ile olti, metalik makineler arasinda ytiksek kontrast. Kaybin sembolii,

cevresel tema, hiper-gercekgi, 8K.”

Bulgular ve Yorum

Orneklerde goriildiigti gibi yapay zekd prompt olarak girilen igerigi
olusturabilmesi icin istenen bir dizi komuta bagimlh olarak calismaktadir.
Sinematik genis ag1, diistik ac1, 8K gibi teknik terimler, gosterilecek icerigin ilgi
cekici ve izlenebilir olmasi adina saglanan teknik terimlerdir. Sinema filmleri bu
teknik terimlere bagimli olarak calistiklar: igin ve istenen mesaji veya duyguyu
yansitabilmek icin bu teknikleri iyi kullanabilmeleri sinema filminin basarisi
acisindan onemlidir. Yapay zeka bir gortintti olustururken, bu teknik terimlere
gore bir gruplandirma ve onun icinden secim yapmaktadir. Ornegin
arastirmacilar bir modeli gortintiideki arabalar1 siniflandirmak igin egitiyorlarsa,
modelin farkli arabalarin neye benzedigini 6grenmesini isterler. Ancak egitim
veri setindeki her Ford Thunderbird 6nden gosteriliyorsa, egitilmis modelin
yandan cekilmis bir Ford Thunderbird goriinttisii verildiginde, milyonlarca
araba fotografi lizerinde egitilmis olsa bile onu yanlhs simiflandirabilecegi
belirtilmistir.
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Ford Thunderbird, Front

Mitsubishi Lancer, Side

(a)

iLab-2M dataset 0OOD Combinations (held-out)  50% in-distribution Combinations

(b) (©) (@)

Gorsel 5. Ford Thunderbird aracin olusturulmas: icin farkli cephelerden
olusturulan kombinasyonlar (Kaynak: Zewe, 2022)

Bu teknik bagimlilik, Trump'in Gazze videosunda sistematik onyarg:
tiretiminin temel mekanizmasini olusturmaktadir. Video olusturma siirecinde
kullanilan promptlar incelendiginde, teknik terimlerin ideolojik icerikle i¢ ice
gectigi ve bunlar arasinda ayrim yapimasmin oldukca giic oldugu acikca
gortilmektedir. Sinematik genis aci, yakin cekim, uzak cekim gibi terimler.
Sahneyi olusturmak icin kullanilan komutlar olmakla beraber veri setlerinin
gorunti olusturmasi i¢in kullandig1 kombinasyonlar: etkilemektedir.

Veri setlerinin somiirgeci mirasi, bu siirecin temel belirleyici faktorii
olarak degerlendirilebilir. “Palmiye agaclar1 altinda mutlu c¢ocuk” gibi bir
yonerge verildiginde sistem, Batil1 kaynaklardan edindigi “egzotik yoksulluk”
imgelerine, 6rnegin Myanmar’da palm yag1 endustrisinde calisan cocuk isgilere
iliskin temsillere yonelme egilimi gostermektedir. Bu imgeler, National
Geographic’in 20. ytizyilda insa ettigi “oteki” temsillerinin dijital baglamda
yeniden tiretimi olarak analiz edilebilir: Siyahi veya Asyali cocuklar “ilkel ama
mutlu” bir temsil gercevesinde konumlandirilirken, “Filistinli cocuk” yonergesi
yikintilar ve askerlerle karakterize edilen bir gorsel repertuar1 ortaya
cikarmaktadir. Batt medyasinin Gazze’yi dncelikli olarak catisma ve magduriyet
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perspektifinden belgelemesi, yapay zekanin biiyiik veri tabanindan etkilenen
gorsel hafizasinin bu temsil kaliplariyla sinirlandirilmasina neden olmaktadir

Gorsel 6. Magaradan palmiye agaclarina dogru kosan sézde Filistinli cocuklar.

Trump’in paylastigr videoda Gazze'nin yikintilarindan ¢ikan cocuklar
zafer ifadeleri esliginde temsil edilmektedir. Foucault'nun iktidarmn direnci
(2000) kendi mantigma entegre etme teorisi bu baglamda somut bir 6rnek
bulmaktadir: Tepkiler, platformlarin veri ekonomisini destekleyen duygusal
etkilesim unsurlarina dontismektedir. “All Eyes on Rafah” kampanyasinin
milyonlarca paylasimi, direnisi kiiresel bir sembolik anlama doniistiirme
potansiyeli tasirken, bu paylasimlarin dolasimda oldugu platformlar icin
milyonlarca reklam gosterimini mimkiin kilan bir icerik kaynag1 olusturmakta
ve ayni zamanda kullanici verilerini algoritmalarin veri tabanma dahil
etmektedir. Bu paradoksal durum, yapay zekanmn iktidar yapilariyla kurdugu
iliskinin problematik bir yansimasi olarak degerlendirilebilir: Muhalif sylemler,
etkinlik diizeyinden bagimsiz olarak, sistemin yeniden iiretim mekanizmalarma
katkida bulunabilmektedir.
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Gorsel 7. “All Eyez on Me” sadece “biittin gozler tizerimde” demek degil, ayn1
zamanda Rapgi Tupac'in mirasinin bir parcasi olarak baski, sohret, beklenti ve
strekli izlenme hissini de igceren bir kiilttirel ifadedir. Gorsel 8: Instagram
sablonu olarak viral olan ve “Biitiin gozler Refah”ta mesajini veren yine yapay
zeka ile olusturulmus gorsel.

Gazzeli cocuklarmn tanimlarla {retilmesi ve yapay zekanmn politik
iletisimdeki islevi, teknolojinin tarafsizlik iddiasini problematize eden bir olguyu
ortaya koymaktadir: Uretilen igerikler, veri setlerinin tarihsel ve kiiltiirel
onyargilarmdan bagimsiz bir sekilde olusturulamamaktadir. Ornegin, “ All Eyes
on Rafah” gorsel temsili, Gazze’deki insani krizi kiiresel bir sembolik anlama
dontistiirtirken, estetiklestirilmis c¢adir diizenlemeleri ve havadan c¢ekilmis
“sanatsal” kompozisyonla gercek insani acityr gorsel bir temsil nesnesine
indirgeme egilimi gostermektedir. Bu gorsel temsil, Kuala Lumpur’lu bir 6grenci
tarafindan olusturulmus olmasmna ragmen, Bati merkezli gorsel temsil
paradigmalarinin kodlarmni asma kapasitesi smirli kalmaktadir. Yapay zeka,
mubhalif sdylemleri dahi Batil1 estetik normlar cercevesinde doniistiirerek, politik
direnci bir tiiketim nesnesine doniistiirme potansiyeli tasimaktadir.
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Komut miihendisliginin sinirlar1 da benzer sekilde veri setlerinin ideolojik
cercevesiyle sekillenmektedir. “Kafasmin {istiinde su tasiyan beyaz bir kadmn”
gorseli talep edildiginde sistem, su tasima pratiklerinin bilgisini oncelikle Batil1
olmayan cografyalarla iliskilendirdigi icin bu imgeyi tiretme kapasitesi smirli
kalmaktadir. Batili veri setlerinde beyaz kadinlar, su ile genellikle
“hayirseverlik” veya “macera” baglaminda iliskilendirilmektedir. Benzer
sekilde, “Gazze’de mutlu bir c¢ocukluk” imgesi uretilmesi zorlugu
bulunmaktadir, ¢tinkti Batil1 kaynaklar tarihsel olarak bu cografyay1 oncelikle
siddet ve yikim temalar: tizerinden belgelemistir. Bu sinirlandirmalar, yapay
zekanm politik tarafsizligini degil, veri somiirgeciliginin giincel durumunu
yansitmaktadir.

Bu baglamda Trump’in yapay zeka {iiretimi s6z konusu videosunda
Gazze, Batili tiiketim kilttirtintin ve oryantalist fantezilerin bir temsil alanina
dontismektedir. Videoda, “humus yiyen Elon Musk” veya “deniz kiyisinda
sakall1 sarikl1 dansozler” gibi imgeler, Dogunun Batil1 algida nasil egzotik bir
meta olarak kodlandigmi gostermektedir. Yapay zeka, bu temsilleri tiretirken
Bat1 merkezli veri setlerinin tarihsel 6nyargilarmi, resmin tretildigi donemsel
baglamdan bagimsiz olarak yeniden iiretme egilimi gostermektedir. Ornegin,
“sakallr kadin” yonergesi verildiginde sistem, Harnaam Kaur veya Conchita
Wurst gibi Bati'da popiilerlik kazanmis figiirlere yonelme egilimi
gostermektedir. Ancak bu figlirler dahi, oryantalist bir cercevede
konumlandirilmaktadir: Sakalli bir kadin, Bati’da oldugu gibi “egzotik” bir ilgi
nesnesi veya “cesur” bir performans sanatcisi olarak degil, kiilttirel baglamin
marjinallestirildigi sahneler iginde temsil edilme egilimi gostermektedir. Buna
karsmn, Ortadogu’da toplumsal normlar1 sorgulayan kadinlarin gercek
deneyimleri (6rnegin, toplumsal baski mekanizmalarima kars: ¢ikan aktivistler),
bu temsil sistemlerinde goriiniirlitk kazanamamaktadir. Gortintii olusturma
asamasl, Bati'min “kabul edilebilir 6teki” kategorilerini 6ne ¢ikarirken, Dogu'nun
kendi icindeki gesitliligini marjinallestirme ve homojenlestirme egilimi
sergilemektedir.
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Gorsel 9. Beden olumlama aktivisti ve Instagram fenomeni Harnaam Kaur ve
Trump’in videosunda sakalli dansozler.

Bu temsiller, 19. ytizyil oryantalist ressam Jean-Léon Gérome'un The
Slave Market tablosundaki (Gorsel 12) sahnelerle dikkat gekici paralellikler
sergilemektedir: Politik iktidar sahibi figtirler (Trump, Musk, Netanyahu),
“dteki”nin bedenini ve kiltiirtinti seyirlik bir nesne olarak konumlandirma
egilimi gostermektedir. Gérome’un tablosunda oldugu gibi, videodaki dansoz ve
“sakall1 sarikli” 6zneler, esitsiz gii¢ dinamiklerini estetiklestiren bir dekor islevi
gormektedir. Gérome’un The Slave Market tablosu, Dogu’yu bedenin alinip
satildig1 bir pazar olarak tasvir ederken, Trump'm videosu da Gazze'yi Batih
sermayenin potansiyel olarak somiirebilecegi bir insaat alami olarak temsil
etmektedir. Iki temsil arasindaki ortak unsur, Dogu’nun pasif bir kaynak olarak
algilanmasidir: 19. ytizyilda bedenler, glintimiizde ise toprak ve kiiltiir, Batili
gozlemcinin tiiketimine acik birer “meta” olarak konumlandirilmaktadir.
Videodaki “deniz kiyisinda dansozler” sahnesi, bu mantigin dijital cagdaki
yansimasini olusturmaktadir: Gazze'nin kiiltiirel dokusu, Batili seyircinin
beklentilerine uygun bir turizm brostirti formatina indirgenmektedir. Ancak
turizme veya batili degerlere hizmet ettigi olgtide var olabilecegi imas1 video
boyunca tekrar edilmektedir.
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Gorsel 10. Trump'in bir oryantal dansc ile dans ettigi gorsel ve Jean-Léon
Gérdome’un oryantalist resmin basat 6rneklerinden biri olarak kabul edilen The
Slave Market tablosu.

Yapay zekanin “palmiye agaclar: altinda Filistinli mutlu bir cocuk” gibi
bir yonergeye yant tiretme kapasitesinin smirli olmasi, veri setlerindeki temsil
krizini ve gelecekte ortaya cikabilecek potansiyel sorunlar1 belirgin bicimde
ortaya koymaktadir. Sistem, bu yonergeyi islerken, Batih medyanin Filistin'i
oncelikli olarak catisma, yikim veya dini fanatizmle iliskilendiren kayitlarina
yonelmektedir. Bu durum, “Mutlu Filistinli cocuk” imgesinin, veri setlerinde
minimal diizeyde temsil edilmesinden kaynaklanmaktadir. S6z konusu olgu,
yapay zekanin tretti§i goruntiilerin somiirgeci temsil bigimlerini nasil
surdiirdtgiinti gostermektedir. Batili kurumlarm (Magnum Photos, National
Geographic, Reuters) olusturdugu gorsel hafiza, kiiresel gercekligi tek boyutlu
bir anlat1 cercevesine simirlandirmis durumdadir.

Yapay zeka sistemleri, yapisal 6zellikleri nedeniyle kullanicilarin verdigi
talimatlar: literal (kelimesi kelimesine) yorumlama egilimi gostermektedir. Bu
teknik smirlama, yapay zeka modellerinin {irettigi iceriklerdeki sira dist
unsurlarin temel kaynagmi olusturmaktadir (Frank, 2025, s. 8). Ornegin,
Trump’in videosunda goriilen “altin heykeller” veya “zenginligin vurgulandig”
sahneler, yapay zekdnin kullanici yonergelerini (6rnegin, “Trump Tower’
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gorkemli ve liiks bir sekilde goster”) dogrudan ve mecazi olmayan bir bigimde
gorsellestirmesinin sonucu olarak degerlendirilebilir. Bu literal yaklasim, yapay
zekanm yan anlamlar1 ve gagrisimlar1 kavrama kapasitesinin simirhiligindan
kaynaklanmaktadir. Sistem, Trump Towers yerine “Trump Gazze” tabelas: gibi
bir unsurun Ortadogu’daki insani krize referans verdigini veya etnik temizlik
cagrisimi  olusturdugunu algillayamamakta; yalmizca verilen talimati
gorsellestirme islevini yerine getirmektedir.

AlI-GENERATED FAKE IMAGE . " =

| TRUMP GAZA |

S
e

-

MC=T1s

&

-

Gorsel 11. Trump Kulesi'ne Vurgu yapan Trump Gaza yazist.

Saumure ve arkadaslarmin (2025, s. 2) calismasinda belirtildigi gibi,
mizah ve 6nyargi arasindaki iliskiyi inceleyen arastirmalar psikoloji, sosyoloji ve
iletisim alanlarinda genis bir galisma sahasi olusturmaktadir. Bu literattirtin
ortak bulgularindan biri, mizahin 6nyargilar: ve kalip yargilar: pekistirebilecegi
yoniindedir. Nitekim c¢alismalar, mizahin asagilayict kalip yargilar
normallestirerek ve bunlarin toplumsal acidan kabul edilebilir bigimlerde dile
getirilmesini kolaylastirarak onyargili tutumlar1 stirdiirebilecegini ortaya
koymustur.

Trump'n Gazze videosunda, McLuhan'm (1964) belirttigi “arac
mesajdir” teorisinin somut bir 6rnegini goriiyoruz. Videoda yer alan “Trump
Gaza” tabelalari, altin heykeller ve Elon Musk'in abstirt temsili gibi unsurlar,
izleyiciyi igerigin politik ciddiyetinden uzaklastirarak duygusal bir iletisim
baglami yaratmaktadir. Benzer bicimde Festinger’in (1957) bilissel uyumsuzluk
teorisine gore, abstirt mizahi sahneler ve etnik temizlik gibi agir politik
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mesajlarmn yan yana gelmesi izleyicide ciddi politik mesajlar1 goz ardi etme
egilimini gliclendirmektedir. Myanmar ¢rneginde oldugu gibi (Guzman, 2022),
mizahi unsurlarin ciddi insani trajedilerle harmanlanmasi, sosyal medyada
siddet iceren sdylemleri normallestirme islevi gorebilir. Trump videosunun
sahne analizi, Festinger ve McLuhan'in teorilerinin pratikte nasil tezahiir
ettiginin garpici bir 6rnegidir.

Soz konusu durumda risk faktorti, ytizeysel basitlik ile altta yatan politik
glindem arasindaki ayrimda bulunmaktadir. Izleyici, videoyu “mizahi bir yapay
zeka uygulamas1” olarak algilarken, alt metinde yer alan mesajlar (6rnegin,
Gazze'deki askeri operasyonlarin mesrulastirilmasi) bilingdist diizeyde etki
olusturabilmektedir.

Sonuc ve Tartisma

Veo ile gorsel tiretim deneyimlerinden elde edilen en carpict bulgu, yapay
zekanin gorsel olusturmasi icin mutlak anlamda teknik tanimlamalara ihtiyac
duymasidir. “Sinematik genis ag1,” “dustik ag1,” “8K” gibi terimler ilk bakista
gortinti kalitesini belirleyen teknik detaylar gibi goriinse de bu calisma bu
terimlerin ideolojik icerigin sekillenmesinde belirleyici rol oynadigin
kanitlamistir. Bu durum, veri setlerinin tamamen tarafsiz ve sayisal olarak
homojen iceriklerden olusmasi halinde dahi, teknik detaylar ve goriintii segim
kriterlerinin yanlilik {iretebilecegini gostermektedir.

Bu teknik bagimlilik, Ford Thunderbird (Gorsel 5) 6rneginde oldugu gibi,
modelin farkli perspektiflerden ayni nesneyi tantyamamasina benzer bir sorun
yaratmaktadir. Yapay zekd, milyonlarca goriintii tizerinde egitilmis olsa bile,
egitim verisindeki acisal simirlamalar nedeniyle beklenmedik sonuglar
tiretebilmektedir. Trump videosunda bu durum, teknik terimlerin ideolojik
icerikle ic ice ge¢mesi ve aralarinda ayrim yapilmasmin giiclesmesi seklinde
tezahtir etmektedir.

Calismanin en o6nemli bulgularindan biri, yapay zekanin cocuklar:
varsayllan “okul gezisine giden c¢ocuklar” c¢ercevesinde tasarlamaya
yonelmesidir. Bu egilim, Trump videosunda “Filistinli,” “Asyali,” veya
“Dogulu” gibi etnik ve cografi belirteclerin kasitli kullanimmin gerekliligini
aciklamaktadir. Baska bir deyisle, yapay zeka sistemi “cocuk” dendiginde
otomatik olarak Batili, beyaz cocuklar1 varsayar hale gelmistir.

Bu baglamda, “palmiye agaclari altinda mutlu gocuk” yonergesi
verildiginde sistemin Batili kaynaklardan edindigi “egzotik yoksulluk”
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imgelerine yonelmesiyle daha da belirginlesmektedir. Sistem, bu anahtar
kelimeleri kullanarak veri tabanindaki en gticlti ornegi -haberler, sosyal
platformlar ve dernekler aracilifiyla internete yayilan temsiller, 6rnegin
Myanmar'da palm yag1 endiistrisinde ¢alisan ¢ocuk iscilere iliskin goriinttiler-
onceleyerek, National Geographic'in 20. yiizyilda insa ettigi “oteki” temsillerini
dijital baglamda yeniden tiretmektedir. National Geographic'in ve Bati'nin bu
veri setlerine katkisi, gectigimiz ytizyilda basat olarak gorsel tiretimine ve gorsel
agirlikli pazarlamaya dayali stratejileri olmustur. Cok fazla gortintiiyti depolayip
bunu dontisimlii olarak dergi, televizyon, internet gibi platformlarda yaymalari,
gosterilen seylerin anlamini belirlemis ve o seyin dyle olmas1 gerektigi ile ilgili
bir alg1 olusturmustur. Veri setleri ve anahtar kelimeler araciligiyla bu 6nyargilar
tekrar tekrar olusturulmakta ve mesrulasmaktadir. Haliyle bu durum, yapay
zekanin “Filistinli mutlu bir cocuk” gibi yonergelere yanit tiretme kapasitesinin
neden smirli oldugunu aciklamaktadir: Batili veri setlerinde bu cografya
oncelikle siddet ve yikim temalar1 tizerinden belgelenmistir.

Yapimcilar Trump videosunu hiciv amaciyla yaptiklarini belirtse de elde
edilen analiz sonuclar1 videonun oryantalist bakis agisinin sistematik bir
disavurumu oldugunu kanitlamaktadir. Videodaki “sakall1 dansdzler” ve Jean-
Léon Gérome'un The Slave Market tablosu arasindaki paralellik tesadiifi
degildir. Her iki durumda da politik iktidar sahibi figtirler, “6teki”nin bedenini
ve kiultirtinti seyirlik bir nesne olarak konumlandirmaktadir. 19. ytizyilda
Gérdome'un tablosunda Dogu'nun bedenin alinip satildig1 bir pazar olarak tasviri
ile Trump videosunda Gazze'nin Batili sermayenin somiirebilecegi bir insaat
alan1 olarak temsili arasindaki ortak unsur, Dogu'nun pasif bir kaynak olarak
algilanmasidir. Bu yaklasim, “All Eyes on Rafah” kampanyasiun viral
olmasinda da goriildtigii gibi, muhalif soylemleri dahi Batil1 estetik normlar
gercevesinde dontistiirerek politik direnci bir tiiketim nesnesine dontistiirme
potansiyeli tasimaktadir.

TIBET metodolojisinin bu calismadaki uygulamasi, dinamik onyargi
ekseni belirleme yaklasiminin video iceriklerindeki ortiik ve acik dnyargilar:
sistematik olarak tespit etmede etkili oldugunu gostermistir. Ancak calismanin
kapsami nedeniyle CAS hesaplamalar1 ve MAD skorlar1 araciligiyla ényarg:
derecelerinin karsilastirmali analizi gerceklestirilememistir. Bu durum 6nemli bir
metodolojik smirlama olusturmakla birlikte, gelecek arastirmalar icin kritik bir
alan agmaktadir. Tiirkce medya analizi alaninda yapay zeka tiretimi gorsellerin
yanlilik tespitine yonelik 6zgiin metodolojik yaklasimlarin biiytik olctide eksik
olmasi, bu calismanin 6nemini artirmaktadir. Mevcut bilesik modellerin hata
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birikimi, ytiksek hesaplama maliyeti ve tutarlilik sorunlar1 yaninda, Ttirkce
medya igeriklerinin kiiltiirel ve dilsel baglaminin dikkate alinmasi gerekliligi de
ortaya konmustur.

Guinluk 34+ milyon yapay zekd goriintiisti tiretilmesi ve pazarlama
igeriginin %30'unun {iretken yapay zeka kullanmasi 6ngoriisii, mevcut azaltma
cabalarmin yetersizligini gozler 6niine sermektedir. Yapay zeka sirketlerinin veri
kaynaklarmi gizli tutmaya baslamasi karsisinda, demokratik denetim
mekanizmalarmin kurulmasi ve agik kaynak projeler tizerinden seffaflik yoluyla
onyargilari tespit etme yaklasimlarinin desteklenmesi kritik 6nem tasimaktadir.
Bu calisma, yapay zekanin icinde bulundugumuz gercekligin aktif bir
sekillendirici unsuru oldugunu gostermektedir. Veri setlerinin somiirgeci mirast,
komut bagimliligt ve mizahi normallestirme mekanizmalari, yapay zeka
teknolojilerinin ~demokratik degerlerle uyumlu olmayan bir sekilde
gelistirildigini ortaya koymaktadir. Bu hedefe wulasmak icin teknolojik
determinizmi asan, toplumsal katilim1 esas alan ve kiilttirel cesitliligi koruyan
acil mtidahalelerin gelistirilmesi gerekmektedir.

Extended Abstract

The study looks at the regular bias in content that artificial intelligence creates -
it mainly centers on text-to-image models. The paper examines how this bias
changes into humorous manipulation, both on purpose and by accident. The
research explores where Al bias, political messages along with humor meet. It
does this by analyzing a video of Donald Trump. Artificial intelligence created
this video about Gaza, and it became popular in February 2025.

Generative Al systems, particularly text-to-image models, show a great
ability to create realistic and varied visual content from text. People use these
models more and more in art, design, marketing, education along with
entertainment. But as Al content appears more often in daily life, basic questions
come up about how this content shows the world. Current numbers suggest that
by 2025, artificial intelligence could produce as much as 90 % of internet content.
This signals a big change in how digital content functions.

Large amounts of data and complicated programs that support these
powerful plus growing tools cause ethical and social problems. The bias problem
in Al-created content represents one of the most important issues. Al programs
can learn also support societal prejudices, stereotypes along with inequalities that

222



Duyar, S. 2025; 2(2): 187-227

appear in the data used to train them. This often leads to unfair or wrong results
when the programs show certain groups of people or ideas.

The study uses Marshall McLuhan’s “the medium is the message” idea to
look at how AI technology carries content - it also shapes how people see
messages and affects society. A video of Trump, which Al made, offers a chance
to look at this idea again in politics today. The video has many unusual parts,
like golden statues or animations of Elon Musk. He showers money, and there is
a sign that reads “Trump’s Gaza.” These parts seem to show the wide range of
what Al can create. The content looks funny in its technical form, but it could
cause people to accept serious political proposals, such as ethnic cleansing,
without noticing.

Research also uses Leon Festinger’s cognitive dissonance theory - it
explains how content made by Al can restrict people’s ability to think critically.
The content combines humor with serious political messages. When unusual and
simple elements, such as the “Trump’s Gaza” sign, appear next to ideas of ethnic
cleansing, viewers may disregard serious political content; they think this is a
joke. Humor acts as a barrier from unpleasant facts.

The study uses the TIBET (Text-to-Image Bias Evaluation Tool) method,
which Chinchure and colleagues created for a complete bias analysis. The study
puts TIBET’s dynamic bias axis detection plus counterfactual evaluation
approach to use to show possible biases in how videos portray Trump. The
analysis takes frames from the video content. TIBET’s approach, which LLMs
support, sets up multi-dimensional bias axes - these axes cover political figure
representation, leadership biases, age and gender stereotypes, socioeconomic
status displays, also cultural or geographical biases.

Researchers develop counterfactual scenarios for bias axes. For example,
they use political figures with different demographic traits instead of Trump.
People infer concepts with VQA and calculate Concept Association Scores (CAS).
This method allows the measurement of bias in Trump’s video display - it also
lets people compare bias levels through Mean Absolute Deviation (MAD) scores.

Research shows that Al works because it depends on a set of commands
that users type as prompts. Users want the Al to create content. Specific words,
like “cinematic wide shot,” “low angle,” and “8K,” help ensure the content looks
good. This reliance on technical language builds the basic way Al content
produces systematic bias. When we look at the prompts used to make video, the
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technical words mix with ideas - it is very hard to tell the difference between
them.

The origin of datasets forms the main cause in this process. When a system
receives a command like “happy child under palm trees,” it often shows “exotic
poverty” pictures. The system gets these pictures from Western sources, like
images of child workers in Myanmar’s palm oil industry. People can see these
pictures as digital copies of “other” representations that National Geographic
created in the 20th century. Black or Asian children appear in a “primitive but
happy” picture setting. But the command “Palestinian child” creates a set of
images with ruins and soldiers.

A basic discovery shows Al’s small ability to create pictures like “happy
Palestinian child under palm trees.” When the system handles this command, it
looks at records. Western media mostly links Palestine to fighting, ruin, or
religious zeal. This condition comes from the low number of “happy Palestinian
child” pictures in data sets - this shows how Al keeps colonial ways of showing
things.

A study shows that the limits of prompt engineering relate to the
ideological structure of datasets. If someone asks for a picture of “a white woman
carrying water on her head,” the system struggles to create this image. This
happens because its knowledge base mostly links water carrying to places
outside the Western world. In Western datasets, white women usually appear
with water in settings of “charity” or “adventure.”

The study shows that Al systems understand user instructions word for
word because of how they are built. This technical limit is the main reason for
unusual parts in content that Al creates. For instance, the “golden statues” or
“wealth-focused” scenes in Trump’s video are likely what happens when Al
turns user orders into direct, non-figurative pictures.

The Trump Gaza video study shows how computer made content changes
serious political talk into amusement. The video starts with pictures of broken
buildings and land in Gaza. Then it moves to a completely different Gaza, a city
in the future with shiny tall buildings, happy children who play on beaches, plus
expensive Tesla cars that drive on wide streets lined with palm trees. The content
has computer made people who look familiar and odd situations. For example,
people who look like Elon Musk eat hummus also then throw money on crowds.
Bearded Hamas soldiers surprisingly dance in bikinis and belly dancer clothes.
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The analysis shows how the video’s technical reliance on prompts
establishes systematic ways to produce bias. When someone inspects the
prompts that helped create the video, technical words mix with ideological
material, so separating them becomes hard. The colonial history of datasets
settles the basic factor in this process. Western sources document Gaza mostly
through conflict and victimization. This restricts the Al’s visual memory, which
big data collections influence, to those image patterns.

The research shows that current ways to lessen harm are not enough. The
design of systems needs a basic change, and the rules governing them must be
complete to deal with the amount of bias found in these growing Al systems. The
study reports that seeing stereotypical pictures from Al makes biases firmer for
at least three days. According to a February 2024 Nature study, this method
works better than using stereotypes from text. The discovery shows that bias
from text-to-image systems creates lasting mental effects, going past a quick
view.

A study concludes that Al systems, because of how they are built, take
user instructions literally. This literal interpretation causes the strange parts in
content Al produces. The Al’s limited ability to understand deeper meanings and
connections makes it approach instructions this way. The system does not see
that “Trump Gaza” signs relate to the humanitarian problems in the Middle East,
nor does it connect to ethnic cleansing - it only shows what the instructions tell it
to.
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