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THE ESTIMATION OF SMALL DOMAIN
UNEMPLOYMENT RATE USING THE SIMPLIFIED
ITERATIVE PROPORTINAL FITTING TECHNIQUE

OZET

Kiictik alanlar, bir iilke icerisindeki c¢esitli idari ve cografi birimler olarak
tanimlanabilir. Bu tiir alanlara iligkin tahmin degerlerine, ekonomik ve politik
nedenlerden dolay sik sik ihtiya¢ duyulmaktadir. Kiigiik alanlara iliskin yapilan
tahmin c¢aligmalarinda, klasik tahmin caligmalari yetersiz kalmakta ve basarili
sonucglar vermemektedir. Bu nedenle, kiguk alan tahminleri elde etmede
kullanilan baz1 6zel teknikler mevcuttur. Bu ¢aligmada, iki boyutlu ¢apraz tablo
verisiyle ¢alisilmasi durumunda kullanilan adimli oransal ayarlama teknigi ele
almmistir.  Teknigin yoOntemi anlatildiktan sonra, basitlestirilmis adimsal
ayarlama teknigi kullanilarak, bir kiiciik alan niteligine sahip Mugla ili’ndeki
igsizlik orani, yas gruplarina gore tahmin edilmistir. Sonug olarak, kii¢iik alanlara
0zgii bir teknik kullanilarak gerceklestirilen bu deneysel ¢aligmada, elde edilen
igsizlik tahmin degerlerinin, gercek degerlerle biiyiikk oranda Ortiistigi
saptanmuistir.

Anahtar kelimeler: Kiigiik alanlar, Kiigiik alan tahminleri, Capraz tablolarin
analizi, Adimli oransal ayarlama teknigi.

ABSTRACT

Small domains can be defined as various administrative or geographical units
within a country. Estimations for such areas are often needed for economic and
political purposes. In the estimation studies made for small domains, classical
estimation techniques are insufficent and mostly unsuccessful. Hence, there are
some special techniques to obtain small domain estimations. In this study, the
iterative proportional technique, which is used with two dimensional cross table
data, has been handled. After giving the methodology of the technique, the
unemployment rate according to the age groups in Mugla province which is a
small domain, has been estimated by using the simplified iterative proportinal
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technique. Finally, in this experimental study which has been performed using a
technique special for small domains, it is seen that the unemployment estimate
values are very close to the real values.

Keywords: Small domains, Small domain estimation, Categorical data analysis,
Iterative proportional fitting.

1. GIRIS

Bir iilke i¢indeki idari veya cografi alanlara iliskin istatistiksel
tahmin gereksinimi sik sik karsilagilan bir problemdir. Bu tur alanlar,
literatlirde kiiciik ya da yerel alan olarak adlandirilmaktadir. Kiigiik
alanlara iliskin tahminler, devlet veya 6zel sektér kuruluslar tarafindan
yatirim, arastirma, gilivenlik gibi amaclara yonelik kullanilmaktadir.
Kiguk alanlara ait tahminlerin elde edilmesinde ¢esitli zorluklar
mevcuttur. Ornegin, kiigiik alanlarda yapilan klasik Ornekleme
caligmalar, Ornek biiyiikliigli yetersizliginden dolayr veya oOrneklerin
gerekli elemanlar1 icermemesinden dolayr basarisiz olmaktadir. Bu
nedenle kiiciik alanlara iliskin tahminlerin elde edilmesinde kullanilan
cesitli teknikler gelistirilmistir. Iki boyutlu capraz tablo verisine dayanan
bir kiiciik alan tahmin galisilmasinda kullanilabilecek tekniklerden biri de
adimli oransal ayarlama teknigidir.

Takip eden boélimde, kiclk alan tahminlerinin elde edilmesi
amaciyla, adimli oransal ayarlama tekniginin ¢apraz tablolarda
kullanilmasma iliskin yontem anlatilacaktir. Ugiincii boliimde, sz
konusu teknige ait bir 6rnek uygulama verilecektir. Uygulama olarak,
o6nemli bir ekonomik ve sosyal gdsterge olan issizlik oraninin tahmini
secilmis ve calisma sahasi olarak kiigiik bir alan niteligine sahip Mugla ili
ele alinmigtir. Dordiincii boliimde ise uygulama ¢alismasindan elde edilen
sonuglar yorumlanmistir. Dérdiincii boliimde ise yapilan uygulama kisaca
Ozetlenmis ve elde edilen sonuglar yorumlanmustir.

2. CAPRAZ TABLOLARLA TAHMIN iSLEMIi

Capraz tablolarla tahmin yapilmak istendiginde, 6mek tarafindan
saglanan veri, diger kaynaklardan elde edilen veri veya ilgili teori ile
bazen uyumluluk gdstermeyebilir. Bu sorunla demografik ve cografi
calismalarda sik¢a karsilasilmaktadir. Bu sorunun giderilmesi igin
Deming ve Stephan (1940) adimli oransal ayarlama teknigini (iterative
proportional fitting technique) Onermislerdir. Teknik, Grnek verisinin
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tablo halinde ifadesini ve bu tablo iizerinde Fienberg (1968) tarafindan
verilen kavramlar kullanilarak birtakim ayarlamalar yapildiktan sonra,
ana kitleye ait gostergelerin tahminini igerir. Adimli oransal ayarlama
teknigi klasik egik oran ( the classical raking ratio) algoritmasi olarak da
bilinmektedir ve 6lgtimleme (calibration) tahmincilerinin bir tlriddr
(Deville ve Sarndal, 1992). Algoritmanin baz tiirevleri ve yakinsamasi
hakkinda teorik ¢alisma Ireland ve Kullback (1968) tarafindan verilmistir.
Adiml oransal ayarlama teknigi ve konvansiyonel tahmini birlestiren
diger bir diizenleme ise, Oh ve Scheuren (1987) tarafindan Onerilmistir.
Thionet (1961, 1963, 1964) adiml oransal ayarlama teknigini, dogrusal
programlama probleminin bir ¢6ziimii olarak incelemistir. Huang (1976)
ise, adiml1 oransal ayarlama teknigine bir elestiri getirmistir.

Yukarida verilen literatiir taramasinda goriildiigii gibi, adimli
oransal ayarlama tekniginin c¢esitli uygulamalarina iliskin c¢aligsmalar
mevcuttur. Bu c¢alismada ise, ¢apraz tablolar yardimiyla kiiciik alan
tahminleri elde edilirken, adimli oransal ayarlama tekniginin isgsizlik
tahmini yoniinde uygulanmasi anlatilacaktir. Takip eden alt baslikta soz
konusu teknigin baslangic olarak, iki boyutlu capraz tablolar igin
uygulanist verilmistir.

2.1. iki Boyutlu Problem

Adiml oransal ayarlama tekniginin temeli olan, ana kitle ve érnek
icin paralel olarak hazirlanmis iki boyutlu tablolarin yapisi, Sekil 2.1°de

gosterilmistir. Bu tabloda ana kitle icin marjinal toplamlar olan N; ve
N ; bilinmekte, fakat, hiicre frekanslari olan Nij ’ler bilinmemektedir.

Ornek tablosunda, hiicre frekanslari olan nj’lerin yam sira marjinal
toplam n;. ve n;’ler de verilmektedir. N tane birey iceren bir ana kitledeki
iki kategoriye ait verinin, bu ana kitledeki her birey i¢in gdzlendigi ve
tablo halinde ifade edildigi varsayilsim. Bu tablodan gdzlenebilecek
sonuglarin tahmini icin, tablo halinde ifade edilmis 6rnek verileri
kullanilacaktir.
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Ana kitle Ornek
j=.. j=...
12...S 12..S
i=1 Nll N12...N15 Nj_, Ny Ny2...Ngs n;,
1=2 N21 N22...N25 N2, No; Noz...Nos ny.
Njj N;. Njj n;.
1 =1 [Nrg Npa.. Ny Ny, N1 Ne2.. Nis N,
N{N,...Ng N NiNo...Ng n
Njj bilinmiyor n; biliniyor
Marjinal toplamlar N j ve N;_biliniyor Marjinal toplamlar nj ve n; biliniyor
N biliniyor n biliniyor

Sekil 2.1. Ana kitle ve 6rnek tablosu (Deming ve Stephan, 1940)
Ana kitleden rasgele secilen n tane birey ile olusturulan 6rnegin
amaci, ana kitle i¢indeki bilinmeyen Nj; frekanslarini tahmin etmektir. Bu
tahmin, ayarlamalar yardimryla hesaplanan m;; frekanslarinin bulunmasi

ve bu frekanslarin ana kitle Ornekleme orani N/n  yardimiyla
genisletilmesiyle yapilir. Teknigin yontemi asagidaki sekildedir.

En kiigiik kareler ¢oziimii i¢in asagidaki ifadeyi minimize eden mj;
degerleri aranir:

2
S= Z(m,/ - ’7//) I'ny (2-1)
mj;’ler asagidaki durumlarin birisiyle iliskili olabilir:

Durum I: Marjinal toplamlarin bir kiimesi bilinivorsa

Ny,...,N;  lerin bilindigi varsayilir. Bu durumda:
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dmy=m =12 (2-2)
J

olmasi gereklidir. Bu r tane esitlik, ayarlanmis mj’ler Uzerinde r tane
kosul olusturur.

Durum II: Marjinal toplamlarin her iki kiimesi bilinivorsa

Burada, ayarlanmus hiicre frekanslar yalnizca (2-2) kosulunu degil
ayni zamanda

Z/_:m,]:m_, j=12..s1 (2-3)

kosulunu da saglamalidir. Bu durumda r+s-1 tane kosul bulunmaktadir.
Her iki durumda da

m;=N; n /N (2'4)
m;=N;n/N (2-5)

olur. m; ve m; kiigiltiilmiis marjinal toplamlar olarak adlandirilirlar.
Yani N; ve N; gercek ornekleme orant N / n ile bolundrler. m; ve m;
bagimsiz degildir.

iki boyutlu durum I’in ¢oziimii :

mj;” nin ayarlanmis degerlerinin bulundugu varsayilirsa:

1- mj’lerdeki kiigiik degisimleri belirten &/77; degerleri ele aliir ve

(2-1) ve (2-2) diferansiyel denklemlerinden asagidaki sonug elde
edilir:

SZZ(,nij_n/])z //7/]'
05=0

(2-6)

Bu sonugtan asagidaki esitlikler elde edilir:
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D my;=m, (2-7)
J

Z sm;=0 (2-8)
J

bu durum ise r tane esitlige yol agar.

2- Istege bagli Lagrange carpant — A, kullanilarak agagidaki fonksiyon

olusturulur:

f _/Ii.g = Z(mij - nij)2 /nij _li.zmij (2-9)
j

Buradaf=Sve g = Z m; *dir. Daha sonra asagida verilen esitlik elde
i
edilir:

o1 — A, o9 =0=m; =n;([1+24,) (2-10)
om; o m; '

3- Ayarlanmis frekans mj’ler, A4, ’lar bulundugu anda hesaplanabilirler.
Bu hesaplamayr yapabilmek i¢in (2-10) esitliginin sag tarafi
kullanilarak (2-3) esitligi m;; i¢in tekrar yazilir ve (2-11) ifadesi elde
edilir:

mi =n. (1+ 4, ) (2-11)

A, , elde edilmis ve bilinmektedir. m; ve n; de bilindiginden, (2-10)
esitliginden,

mi; = ni (M;. / ;)
(2-12)

(mi_ =N; %) esitligi elde edilebilir.
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4- Minimize edilmis kareler toplami dogrudan, ya da:

S=2(m-n)*In, (2-13)

oldugu goriilerek, satir toplamlarindan elde edilebilir. i. satir igin (m; -
ni.)?/n;. terimi, ayr bir sekilde diisiiniilebilir ve s-1 serbestlik dereceli ;(2

dagilimi olarak kullamlabilir. Ya da (2-13) esitliginde verildigi gibi
biitiin satirlar minimize edilmis S iginde toplanabilir ve r(s-1) serbestlik

dereceli y° dagilimi olarak kullanilabilirler.

iki boyutlu durum I1’nin c6zim :

1- (2-8) esitligine ek olarak, (2-3) esitliginin diferansiyel ¢oziimii
yapilarak elde edilen asagidaki kosul da bulunmaktadir:

dYomy=0  j=1,2..51 (2-14)

2- (2-8)" in — A,

ile carpilmasi ve (2-14)Un — 4

sonra, (2-6), (2-8) ve (2-14) esitliklerinin toplanmasiyla halen istege

ile carpilmasindan

bagli Lagrange ¢arpanlart —4; ,—4 ; kullanilarak:

f_/li.g_/l.jh:z(mj_n/j)z /ﬂ,-,-—ﬂ/‘zfny—i/zﬂly (2-15)
7 7

f=S,g=) m ve h=).m, (2-16)
J i

elde edilebilir. Daha sonra:

5t _, 69 _, &h

sm, “omy, 'om,

—0=m,=n([+4 +4,) (217

olacaktir. Bu durumda ayarlama degeri satirlara oranli degildir ama her
hiicreyi barindirir.
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3- (2-17) esitligindeki Lagrange carpanlarini hesaplamak igin iki terim alt
alta toplanabilir ve r+s-1 tane normal esitlik elde edilir. Bu esitliklerin
¢Oziimiinii Deming ve Stephan (1940) vermislerdir. Bu ¢dziimlerin
elde edilmesinin zorlugu nedeniyle, takip eden alt baglikta daha kolay
bir islem olan basitlestirilmis adimli oransal ayarlama teknigi
verilmistir.

2.2. ki Boyutlu Tablolar i¢in Basitlestirilmis Adimh
Oransal Ayarlama Teknigi

Adiml oransal ayarlama teknigi, iki boyutlu capraz tablolarda
kullanilan bir tahmin teknigidir. Bu tahmin islemi, bir takim satir ve siitun
kosullar1 saglanincaya kadar ornek tablosu elemanlarinin dongiisel bir
ayarlama islemine tabi tutulmasi ile gerceklestirilir. Ayarlama islemleri
sonucu elde edilen tablo verisi, ana kitle tablosunun en biyiik olabilirlik
tahmininin, bilesik olasilik yogunluk dagilimi olarak ortaya ¢ikar (Birkin
1987; Bishop, Fienberg ve Holland 1975). Teknigin uygulanmasi
asagidaki gibidir.

Kisim 2’de verilen iki boyutlu “Durum II”, 6rnegin, asagidaki
esitlikle ele alinir:

=(1/n, ){ Z N4 } (2-18)

(1/ ni.)z n;A; ifadesi, i. satir icin A ’nin agirlikl ortalamasi

j
olarak disiiniilebilir. (2-18) esitliginden (2-17) esitligine aktarma
yapilacak olursa, (2-17) ayarlamasi

m, =n;(m, /n, + 2, —iav.i,) (2-19)
haline gelir. Burada,
l.av.A; ,i.satirigin A ; ‘nin agirlikl ortalamasidir.

Benzer sekilde:
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m; = n; (m‘j In;+4 - j.av.ii.) (2-20)
yazilabilir. Burada,
j-av.4, , J.sutunigin 4, *nin agirhkli ortalamasidr.

(2-19) ve (2-20) esitlikleri incelendiginde, (2-17)’nin slitunlar veya
satirlar ile orantili olmadig1 goriilmektedir. Bunun nedeni, herhangi bir
htcre icin A ; degerinin, o satir igin ortalama A ; degerine esit olma

zorunlulugunun bulunmamasidir. Aynit durum A;

icin de gecerlidir.
Herhangi bir hiicre i¢in A, degeri, o siitun i¢in ortalama A, degerine esit
olmak zorunda degildir. Eger basit orantili ayarlama, i. satirda yatay
olarak yapilirsa:

m; =n;(m; /n;) (2-21)

yatay kosullar olan (2-2) saglanacaktir. Yani m; = m, olarak bulunacak,
m_’j =M esitliginin her zaman yerine gelmedigi goriilecektir. Bunun
nedeni, (2-21) esitliginin sadece kismi bir ayarlama olan her bir mi’j 'Yi
etkilemesidir. (2-19) esitliginde goriildiigi gibi mi’j "ler hataya sahiptirler.
Bu hata, j. stitun i¢in A ; degeri ile i. satir i¢in biitiin A ; degerlerinin

ortalamasinin esitsizliginden kaynaklanir.

Bu hata, islemi ¢evirerek ve mi'j ’leri orantil1 bir dikey ayarlamaya
tabi tutarak azaltilabilir.

mj = mj (m, /m’) (2-22)

Bu esitlik, (2-20) esitliginin bir uygulamasi olarak goriilebilir. (2-
20) esitliginde herhangi A, ve j. sutun icin ortalama A, degeri arasindaki
esitsizlik g6z ardi edilmistir. Dikey kosullar tatmin edici bulunmayabilir,
ama yatay olanlarin da hepsi tatmin edici olmayabilir. Bunun nedeni, bazi

satir toplamlarmin bozulmus olabilmesidir. (2-21) esitligi tarafindan
baslatilan dongii tekrarlanmalidir. Islem, tablo kendi kendini iiretir hale
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gelinceye kadar ve biitiin yatay ve dikey kosullar saglanincaya kadar
strddrilmelidir (Deming ve Stephan, 1940).

3. BASITLESTIRILMi$ ADIMLI ORANSAL
AYARLAMA TEKNIGI ILE MUGLA iLi ISSIiZLiK
ORANI TAHMINI

Bu bolimde, basitlestirilmis adimli oransal ayarlama teknigi
yardimiyla, bir kii¢iik alan olarak se¢ilmis olan Mugla Ili i¢in, igsizlik
orani tahmini uygulamasi verilecektir.

Mugla Ili, kiiciik bir alan olarak ele alindifinda, ¢alisan ve issiz
kisi sayisint (yas gruplarina gore), kiiciik alan iginde yer alan bir alt alan
yardimiyla tahmin etmek miimkiindiir. Alt alan, kiigiik bir alan igerisinde
yer alan ve kendisi igin veri mevcut olan bir alan olarak tanimlanabilir.
Tiirkiye idari yapis1 ve TUIK in uyguladig1 veri toplama sistemi dikkate
alindiginda, Mugla 1li smirlar1 icerisinde yer alan ilgelerden her hangi
birisi, bir alt alan 6zelligi tasimaktadir. Dolayisiyla bu il¢elerden her biri,
bir alt alan olarak segilebilir. Bu durumda alt alan belirlenmesi, icin aday
alt alanlar (il¢eler) arasindan rastgele se¢cim yapilmasi uygun goriilmiis ve
calismada kullanilacak alt alan, Marmaris Ilcesi olarak belirlenmistir.
Mugla ili’nin igerisinden bir alt alan secilmesi islemi, bu alanin “ilceler”
arasindan rastgele secilmesi nedeni ile klasik olasilikli 6rnekleme
yontemlerine uymamaktadir. Ancak giris kisminda nedenleriyle
belirtildigi gibi, kiiciik alanlara iliskin c¢alismalarda klasik 6rnekleme
calismalart ¢ogu zaman tercih edilmemektedir. Alt alan olarak
belirlenmis Marmaris ilgesi’nden derlenen capraz tablo verisi,
uygulamada “6rnek” verisi olarak adlandirilacaktir.

Metodun uygulama asamasinda Mugla ili'ne ait yas gruplarina
gore calisan ve issiz  kisilerin toplam sayilarinin  bilindigi
varsayllmaktadir. Buna karsin, yas gruplarina gore calisan ve issiz
kisilerin sayilari bilinmedigi varsayilir.

Uygulamada kullanilan veri, Devlet Istatistik Enstitiisii’niin
(D.1.E.) 2000 yilinda yapmis oldugu, genel niifus sayiminda, Mugla ili
icin yaymlanan verilerden elde edilmistir (D.I.E, 2002). Mugla ili (ana
kitle) 2000 y1l1 i¢in yas gruplarina gore ¢alisan ve issiz kisi sayisinin esas
tablosu Tablo 3.1’de goriilmektedir. Calisan ve igsiz kisilerin sayisinin,
bilinmiyor varsayilmalarina karsin esas tabloda veriliyor olmasinin
amaci, calismanin sonunda tahminle elde edilen issizlik oranlarinin
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gergek issizlik oranlartyla karsilastirmasinin yapilabilmesi amaciyladir.
Alt alan olarak secilen Marmaris Ilgesi’nin, 2000 yil1 igin yas gruplarma
gbre calisan ve igsiz sayisinin baslangig tablosu ise, Tablo 3.2’de
verilmistir.

Tablo 3.1. Mugla ili (ana kitle) 2000 y1l1, yas gruplarma
gore galisan ve igsiz sayilar1 (Esas tablo)

. Yas Gruplan
IsDurumu 1 15 14 ] 15-10|20-24 | 25-29 | 20- N,
Caligan 3923| 32833| 50021| 53056| 253623 393456
Issiz 73 2471 4206 3921 7617 18288
N.j 3996 35304| 54227 56977 | 261240 411744
Marmaris Ilgesi igin ayn1 tablo olusturulurken,
m = N,nl N (3-1)
m;=N,nl N (3-2)

degerleri hesaplanir ve tabloya eklenir.

Tablo 3.2. Marmaris llgesi (alt alan) 2000 yili igin, yas gruplarina
gore ¢alisan ve issiz sayilari (baslangi¢ tablosu)

. Yas Gruplar
Is Durumu P09 | 20-24 | 25-29 | 29- n m
Calisan 51 1495 2641 2598 6211 12996 14045
Jssiz 3 157 378 340 824 1702 653
n, 54 1652 3019 2938 7035 14698
m; 144 1271 1952 2051 9405
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[k olarak i. satirda basit oransal ayarlamayr yapmak gerekir.
Tablodaki hiicre degerleri i¢in asagidaki doniisiim yapilir:

m; =n; (m; /n;) (3-3)
Olusan yeni degerler, Tablo 3.3’de verilmistir.
Tablo 3.3. Birinci adim tablosu
isD Yas Gruplar
slurdmu 4o _14 [ 15-19 [ 20-24 [25-29 | 29- [ m/ m;
Calisan 55 1615 2852 2806 | 6708 14036 (| 14045
Issiz 1 60 144 129| 313 647 653
m.’j 56 1675 2996 2935| 7021
m; 144 1271 1952  2051| 9405
Bu tablo incelenirse,
m/ = m; (3-4)
m;+m,;

(3-5)

oldugu goriiliir. Bu durumda yatay ve dikey kosullar saglanamamustir. Bir
ayarlama daha yapmak gerekmektedir. Tablodaki hiicre degerleri i¢in
asagidaki donilisiim yapilir:

mi’j’ = mi’j (m. /m/)
(3-6)

Olusan yeni degerler Tablo 3.4’de verilmistir.
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Tablo 3.4. Tkinci adim tablosu

fs Durumu Yas Gruplar
12-14 | 15-19 | 20-24 | 25-29 29 - m/ m;
Calisan 55 1616 2854 2808 6712 14045 14045
Jssiz 1 61 145 130 316 653 653
m/; 56 1677 2999 2938 7028
m; 144 1271 1952 2051 9405

Bu tablo incelendiginde,
" m (37
m;,+#m, (3-8)

oldugu goriiliir. Bu durumda yatay kosullar saglanmig, dikey kosullar
saglanamamistir. Bu durumun nedeni birinci tekrarin sadece kismi bir
ayarlama olmasidir. Bu eksiklik, islemin sirdiirilip, /77;’lerin dikey

olarak da ayarlanmasi ile giderilebilir. Asagidaki esitlikler hesaplanir:

W

=mi(m;/m’,) (3-9)

ve yeni tablo olusturulur.

Tablo 3.5. Ugiincii adim tablosu

is Durumu Yas Gruplan
12-14 [ 15-19 [ 20-24 [ 25-29 | 29- | m/ m;
Calisan 141 1228] 1855| 1966| 8994| 14184 14045
Jssiz 3 46 94 91| 423 657| 653
m’ 144| 1274| 1949|  2057| 9417
m; 144| 12711 1952| 2051 9405

Sayilarin yuvarlanmasindan kaynaklanan kiiciik farklar g6z ardi
edildiginde, Tablo 3.5%in,

m, = m, (3-10)

1.
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m;=m, (3-11)

yatay ve dikey kosullarii sagladigi gortiliir. Bu durumda tablo kendini
tekrar eder hale gelmistir. Tablo 3.5 yardimiyla, esas ana Kkitle

tablosundaki hiicre degerleri olan N,-/-’lerin tahminini yapmak olasidir.

Bu tahmin, 77;’lerin ters Ornekleme orani 7 ile genisletilmesiyle

yapilabilir.
N
N; = my ) (3-12)

esitligi kullanilarak, ana kitle (Mugla ili) N,-/- degerlerinin tahmini elde

edilebilir. S6z konusu tahmin degerleri, Tablo 3.6’da gosterilmistir.

Tablo 3.6. Mugla 1li, 2000 yili icin yas gruplarma gore
calisan ve issiz sayilar1 (tahmin tablosu)

. Yas Gruplan

Is Durumu 1775 74 T15-19 [ 20-24 | 25-29 | 29- N,
Calisan 3948| 34384 51040| 55048| 251832| 307152
Issiz 84| 1288 2632| 2548| 11844| 18396
N, 4032| 35672| 54572| 57596| 263676

Tablo 3.6’daki tahminle elde edilmis hiicre degerlerine dayanarak,
Mugla Ili igindeki issizlerin, yaslara gére, toplam isgiicii icindeki kaba
oranlar1 bulunabilir. Ger¢ek ve tahmine dayali issizlik oranlari, Tablo
3.7’de verilmistir.
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Tablo 3.7. Mugla ili, 2000 yili igin yas gruplarmna

gore igsizlik orani kargilagtirma tablosu

S Yas Gruplan

Issizlik Oram =0 e 99T 20-24 | 25-29 | 29-
Gercek 0.02 0.07 0.08 0.07 0.03
Tahmin 0.02 0.04 0.05 0.05 0.05

4. SONUC VE YORUMLAR

Uygulama ¢alismasinda, kiiciik bir alan niteligindeki Mugla ili’nin
yaslara gore issizlik orani tahminleri, adimli oransal ayarlama teknigi
kullanilarak elde edilmistir. S6z konusu tahmin degerleri alt alan olarak
rastgele secimle belirlenen Marmaris Ilgesi yardimiyla hesaplanmustir.
Marmaris Ilgesi i¢in hazirlanan tabloda ( Tablo 3.2 ) yer alan, issizlik ve
yas gruplar1 degiskenlerini i¢eren hiicre degerleri, marjinal satir ve siitiin
degerleri yardimiyla adimli olarak ayarlamaya tabi tutulmustur. Bu
ayarlama siireciyle ilgili islemler Tablo 3.3, Tablo 3.4 ve Tablo 3.5’de
goriilmektedir. Adimsal ayarlama, tablonun yakinsamasina kadar
strdiiriilmiistiir. Tablonun yakinsamasi, ayarlamalarin siirdiiriilmesi
durumunda tablonun kendi kendini Uretir veya tekrar eder hale gelmesi
durumudur. Verilen uygulamada yakinsama, ii¢ adim ayarlama
sonrasinda gergeklesmistir. Elde edilen yakinsak tablonun ( Tablo 3.5 )
hiicre degerleri ters 6rnekleme orani N/n ile genisletilerek ana Kitleye ait,
yas gruplarina gore issiz sayilarinin tahmin degerleri elde edilir. Bu
tahmin degerleri Tablo 3.6’da verilmektedir. Tablo 3.6 yardimiyla ana
kitleye ait, yas gruplarina gore issizlik oranlari hesaplanmistir. Mugla
[li’ne ait, elde edilen issizlik oram tahmin degerlerinin, gercek issizlik
orani degerleri ( bilinmiyor olduklari varsayimina karsin, tahmin
degerleri ile karsilagtirilabilmeleri amaciyla sunulduklari, uygulamanin
basinda belirtilmistir ) ile karsilastirilmalari ise Tablo 3.7’°de verilmistir.
Tablo 3.7°deki degerler incelenecek olursa, 12-14 yas kategorisi i¢in
igsizlik oraminin, gercek oranla aymi deger olan 0.02 olarak tahmin
edildigi ortaya cikmaktadir. 15-19, 20-24, 25-29 yas kategorileri icin
gercek igsizlik oranlari sirasiyla 0.07, 0.08 ve 0.07 olarak gergeklesmistir.
S6z konusu kategoriler igin elde edilen issizlik orani tahmin degerlerinin,
cok kiiciik farkla da olsa gercek degerlerden daha az oldugu
gozlenmektedir. Ancak, 0.04, 0.05, 0.04 tahmin degerlerinin gercek
degerlerin artig ve azalig trendine sirasiyla ve ayni oranda uydugu dikkati
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cekmigtir. Sadece 29 ve istii yas kategorisi i¢in, 0.05 olan tahmin degeri,
0.03 olan gergek degerden kiiciik bir farkla biiyiiktiir.

Gercek ve tahmini igsizlik oranlar1 arasinda goézlenen kiiglik
farklarin, yapilan herhangi bir ¢alismada Mugla Ili issizlik oranma
Marmaris Ilgesi’nin katkisina ait bir diizeltme faktdriinin mevcut
olmamasi ve bu nedenle tahmin degerlerinde diizeltmeye gidilememis
olmasindan kaynaklandigi diisiiniilmektedir. Bu konuda yapilacak diger
calismalarda bu tiir bir faktoriin elde edilmesi de arastirmaya dahil
edilebilir.
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