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Öz
Banka hisse senetlerinin bir 

ahmin etmek zor bir problemdir. Çünkü hisse 

-

senetlerinin bir gün sonra

teknik gösterge ve 4 temel göster

2 2

indirgemenin modellerin tahmin per

Anahtar Sözcükler: 

gösterge. 

Abstract
It is a difficult problem to predict the one-day next 
closing price of bank stocks. Because there are many 
factors affecting stock prices. In this study, using data 
from 1 January 2016 to 9 May 2019 date and 
some bank stocks have been tried to predict the
closing prices of the next day.  The decision tree, 
multiple regression, and random forest methods were 
used in developing the estimation model due to 
finding linear patterns in stock movements. Two 
different sets of input variables were used for the 
models created with these methods. There are 50 
indicators consisting of 46 techniques and 4 
fundamental indicators in the first input variable set. 
The second input variable set, as a result of the 
reduction in technical indicators there is a total of 33 
indicators consisting of 29 technical indicators and 4 
basic indicators. For these two different input 
variables sets, the estimation performance of both 
models was evaluated by the R2 criteria.  
When the R2 results were analyzed, it was seen that 
the reduction in the technical indicator had a positive 
effect on the predictive performance of the models.

Keywords: prediction, stock price, decision tree, 
multiple regression, random forest, technical and 
basic indicators.
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dukça güç 
bir problemdir. Bunun sebebi olarak, yüksek 

-
volatilite) gösterilebilir. siyasi olaylar, genel 

n de 
fiyat hareketlerini etkilemektedir. 

(ANN) yönteml

tahmin edilmesi 
yönündedir [1-9]. 

ANN ile IMKB 100 

1999-

[1]. 

-

llerine girdi 

endeksinin tahmin etmek için 2 Temmuz 2001-13 

odel 

sonraki yönünü ANN yöntemiyle tahmin etmeye 

basit hareketli ortalama, 5 ve 10 günlük 

momentum, stokastik gösterge (%K), göreceli güç 
endeksi (RSI), MACD (12 ve 26 günlük üssel 
or

Altay ve Satman, IMKB 30 endeksini ANN ve 

verileri hem gün

görülmekle birlikte ANN modelinin de genel olarak 
5].

ANN ve destek vektör 
makineleri (SVM) yöntemleri ile BIST 100 endeks 

2005 -  girdi 
gün, iki gün ve üç gün önceki endeks 

SVM

rak alan modelin daha 
ANN ile 

ir tahmin 
].

t

deksini destek vektör makineleri ile bir 

RSI (Relatice Strength Index), MFI (Money Flow 
Index), BB (Bollinger Bands), Chaikin osilatörü 
(CO), MACD (Moving Average 
Covergence/Divergence), Stokastik %K, A/D 
(Accumulation/Distribution) osilatörü ve Williams’ 
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].

 SVM yöntemini kullanarak 
KOSPI endeksinin günlük yönünü tahmin etmeye 

olup analiz dönemini Ocak 1989 - 
SVM yöntemini 

SVM

belirti ].

kullanarak ANN ve SVM yöntemleri ile Tayland 

ANN

9].

tahm

,
ANN ve SVM 

banka hisse senedinin (AKBNK, GARAN, HALKB, 

kil edecek 46 teknik 
gösterge [10

teknik gösterge ve bunlara eklenen 4 temel gösterge

da 

ait bulgular tablolar ve grafikler halinde verilerek 

2.
 modellerinde 

3. Öznitelik Seçimi

tanesidir. Öznitelikler, literatürde var olan 
-7, 10

Bu incelemeler sonucunda, 5 büyük banka hisse 

belirlenmesinde bu bankalara ait hisse senedi 
n yüksek, gün içi 

teknik analiz, S&P 500, USD/TL paritesi, petrol ve 

4. Teknik Analiz ve Göstergeler

iyimserlik-kötümserlik seviyesini tahmin etmeye 

n

fiyatlardaki 
, bize bu 

verilmektedir [10]. Çok fazla teknik analiz 
göstergeleri mevcut olup, bu göstergeler verdikleri 

olmak üzere 4 an
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Momentum Göstergeleri 

Strength Index, Stochastic Oscillator, Trix 
göstergeleri momentum göstergelerine örnek olarak 
verilebilir. 

Trend Göstergeleri 

gidip 

göstergelerine Moving Average Covergence-
Divergence, Parabolic SAR, Commodity Channel 
Index örnek olarak verilebilir.

Range, Bollinger Bands, Relative Volatility Index, 
Chaikin’s Volatility, Moving Average.
Güç Göstergeleri 

Güç göstergelerine örnek olarak 
Accumulation/Distribution Index, Chaikin Money 
Flow, Demand Index, Volume Rate of Change, Price 
Volume Trend göstergeleri örnek olarak gösterilebilir 
[11]. 

amanda 

östergeler ile bu 

ilmesi kanaatine 

On Balance Volume, vb.), 7 tane o

True Range, Bollinger Band, Kelter Channel Central, 
vb.), 6 tane momentum (Relative Strength Index, 
Stochastic Oscillator, Money Flow Index, vb.) ve 12 
tane trend (Mass Index, Aroon Indicator, Commodity 
Channel Index, Exponential Moving Average, vb.) 

4.1.Verilerin Elde Edilmesi

D/TL 

5. Yöntem

ve rassal

5.1. Çoklu Regresyon (Multiple Linear 
Regression - MLR) 

yöntemlerden birisidir [12]. 

parametreler tahmin edilmektedir. Bu parametrelerin 

=  + + + + +        (1) 

ifade ederken 
etmektedir.  , hata terimi de 

bir gün s

TÜRK YE B L M VAKFI B LG SAYAR B L MLER  ve MÜHEND SL  DERG S  (2019 Cilt:12 - Say :2) - 33



5.2. - DT)

yöntem 
edilmektedir. Regresyon mode

modeli ise kategorik veriler üzerinde 

göstermektedir.  

-
(2)

altma 
].[ ( ) + ( )]           (2) = 1, … ,

(2) P ve Px ile gösterilirken x , x
Var(Y ) ve Var(Y ) M  setindeki 

5.3. Rassal Orman (Random Forest - RF) 

Hiperparametre kestirimine gerek kalmadan iyi sonuç 

alt kümeleri temsil etmektedir. Bu modelle yeteri 
ise modelin 

ezberleme (overfitting) probleminin de meydana 
 [14]. 

6. Bulgular

hisse senetlerinin bir gün sonraki endeks tahmin 

dönemi 1 Ocak 2016 - 26 Nisan 2019 olarak 

an 2019 ile 9 Ma tarihleri 

verilen denklem ile belirtilen R2 (R Square) 

= 1        
Bu ölçüte R2

GARAN, HALKB, ISCTR ve YKBNK hisse 
senetlerinin bir gün sonraki end

del ile 

Çizelge-1’de 

Çizelge-1 i
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Çizelge-1 R2

Hisse 
Senetleri

R2

Çoklu Regresyon Modeli Rassal Orman Modeli

50 Gösterge 33 Gösterge 50 Gösterge 33 Gösterge 50 Gösterge 33 Gösterge 

AKBNK 0,961315 0,960465 0,979386 0,980412 0,977671 0,978688

GARAN 0,960927 0,965797 0,979243 0,980124 0,979468 0,980155

HALKB 0,980088 0,980943 0,989977 0,990256 0,989163 0,989944

ISCTR 0,983219 0,983122 0,987918 0,988527 0,98897 0,988382

YKBNK 0,959043 0,95977 0,984721 0,985127 0,980997 0,980665

Çizelge-1 R2

çekmektedir.  
AKBNK, GARAN, HALKB, ISCTR ve YKBNK

- -

2 - - -5’te verilmektedir. 

senetleri üzerindeki tahmin
göstermektedir. 

-1: AKBNK
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l-2: GARAN

-3: HALKB
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-4: ISCTR

-5: YKBNK
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Çizelge-

Tarih

Hisse 
Senedi Karar 

Modeli

Çoklu 
Regresyon 

Modeli

Rassal 
Orman 
Modeli

2019 5,31 6,00 5,82 5,99

2019 5,31 5,96 5,61 5,93

2019 5,31 5,91 5,50 5,84

2019 5,31 5,85 5,51 5,81

2019 5,31 5,86 5,46 5,67

Çizelge-3: GARAN Hisse Senedinin Gerçek 

Tarih

Hisse 
Senedi Karar 

Modeli

Çoklu 
Regresyon 

Modeli

Rassal 
Orman 
Modeli

2019 8,14 8,07 8,02 8,14

2019 8,61 8,23 8,05 8,02

2019 8,14 8,14 8,06 7,77

2019 7,99 7,86 7,75 7,75

2019 7,51 7,81 7,68 7,60

Çizelge-

Tarih

Hisse 
Senedi Karar 

Modeli

Çoklu 
Regresyon 

Modeli

Rassal 
Orman 
Modeli

2019 5,98 5,86 6,.00 5,81

2019 5,98 5,93 5,96 5,68

2019 5,98 5,83 5,92 5,61

2019 5,81 5,72 5,87 5,55

2019 5,81 5,65 5,91 5,41

Çizelge-

Tarih

Hisse 
Senedi Karar 

Modeli

Çoklu 
Regresyon 

Modeli

Rassal 
Orman 
Modeli

2019 5,28 5,24 5,18 5,20

2019 5,28 5,25 5,23 5,25

2019 5,28 5,28 5,22 5,07

2019 5,4 5,08 5,14 5,20

2019 5,28 5,24 5,23 5,08

Çizelge-

Tarih

Hisse 
Senedi Karar 

Modeli

Çoklu 
Regresyon 

Modeli

Rassal 
Orman 
Modeli

2019 2,04 2,04 2,06 2,06

2019 2,11 2,05 2,08 2,04

2019 2,04 2,03 2,04 1,97

2019 2,04 1,97 2,03 1,98

2019 2,04 1,98 2,05 1,97

AKBNK, GARAN. HALKB, ISCTR ve 
YKBNK hisse senetlerinin

–

Çizelge-2, Çizelge-3, Çizelge-4, Çizelge-5 ve 
Çizelge-

7. Sonuç 

tahminlerin karar 
ve rassal orman

modellerin banka hisse senetlerinin bir gün sonraki 
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