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Oz

Bu ¢alismada, 2016 yilinda Tiirkiye’de meydana gelen ekonomik sug¢ sayilarinin bolgesel belirleyicilerinin olup
olmadig1 incelenmistir. Bu amagcla, sayim veri modellerinden poisson regresyon, negatif binom regresyon, kesilmis
poisson regresyon ve kesilmis negatif binom regresyon kullanilmistir. Caligmada, bagimli degigken olarak ekonomik
su¢ sayilari ele alinmis ve bagimsiz degiskenler olarak; yabanci gog, niifus, cografi bolge, okuma yazma bilenlerin
orani, bin kisi basina diisen motorlu tasit sayisi, tasarruf mevduat miktari, toplam krediler, ortalama giinliik kazang,
niifus yogunlugu, Sosyal Giivenlik Kurumu kapsamindaki niifus orant kullanilmistir. Olusturulan modellerin
tahmininden elde edilen sonuglarda niifus degiskeninin arastirilan tiim ekonomik sug tiirlerinde anlamli ve pozitif
yonde etkisinin oldugu belirlenmistir. Toplumda, diizensiz yabanci gd¢menlerin sug sayilarinda artisa neden oldugu
algist hakimdir. Bu algi ¢alisma bulgular1 tarafindan desteklenmemektedir. Sug tiirleri ise bolgesel agidan
farklilagmaktadir. Bor¢ yoluyla da olsa parasal varligin elde edilmesi sug sayilarimi azaltmaktadir. Ayrica bu
bagimsiz degiskenlerin, su¢ tiirlerine gore azaltict ve artirici etkiye sahip olabilecegi olusturulan modellerin
tahmininden elde edilen sonuglarla belirlenmistir.
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Abstract

In this study, whether there are regional determinants of the number of economic crimes in 2016 occurring in
Turkey are examined. For this purpose, count data models such as poisson regression models, negative binomial
regression, trunceted poisson regression and trunceted negative binomial regression were used. In the study, the
numbers of economic crimes were used as dependent variables and immigration, population, geographical region,
literacy rate, the number of motor vehicle per one thousand people, the amount of saving deposits, total credits,
average daily earnings, population density, population covered by the Social Security Institution were used as
independent variables. According to the results obtained from the estimation of the models, the population variable
is significant and has positive effect on all economic crime types. In community, the perception that irregular
foreign migrants lead to an increase in the number of crimes is dominant. This perception is not supported by the
study findings. The types of crime differ on a regional basis. Obtaining monetary assets, even through debt, reduces
the number of crimes. In addition, it was determined that these independent variables could have decreasing and
increasing effect to the crime types according to the results obtained from the estimation of the models generated.
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Giris

Insanlar dogas1 geregi yalmz yasayamayan, topluluk halinde yasabilen varliklardir. Topluluk
halinde yasamanin gerektirdikleriyle insanlar birbirleriyle uyum icerisinde olmak zorundadirlar.
Fakat beraber geg¢irilen zamanda insanlar arasinda uyumsuzluk ¢ikabilmektedir. Yasanilan bu
uyumsuzluklarin giderilmesi ve toplumda bir diizen olusturulmasi igin toplum kendi
geleneklerine, goreneklerine, dogrularina uyulmamasi halinde yaptirimlart olan kurallar
koymaktadir. Sug, sapma ve suglu olgulart da bu kurallara uymayan insanlar neticesinde ortaya
cikmaktadir. Sug, yillara, yerlesim yerlerine, gelenek ve goreneklere, teknolojiye, dinlere hatta
aligkanliklara gore degisebilen ve her donemde giincelligini koruyan bir unsurdur. Bu
etkenlerden dolay1 sugun kesin bir tanim1 bulunmamaktadir. Ayrica karmasik yapisi ve kapsami
itibariyle sugun tek bir tanimla ifade edilmesi miimkiin degildir. Fakat genel olarak sug;
karsiliginda yaptirimi olan toplum tarafindan hos karsilanmayan olgu olarak ifade edilebilir.

Sucun farkli kaynaklardaki tanimlar ise agagidaki gibidir:
e Su¢ hukuk diizeninin, sonucunu cezalandirdig fiillere verilen addir (Larousse, 1990: 592).

e Suc¢ “Hukuk kurallarinin toplum icin zararli ve tehlikeli gorerek yasakladigi ve cezai
yaptirima bagladigi eylem” olarak ifade edilir (Britannica, 1986: 104).

e Sug, ceza yasalarinin ihlalidir (Akintiirk, 2009: 42).
e Sug genel olarak ceza hukukunu ihlal eden davraniglardir (Tierney, 2013: 13).

e Sug, gorevli mahkemelerin ceza yasalarina ters diisen bir eylemdir (Lundberg, Schrag, &
Larsen, 1970: 276).

e Sug, genel olarak, yasalar tarafindan konulan diizenin ceza yaptirimiyla yasakladigi bir
eylemdir (Toroslu, 2010: 92).

e Garofalo’ya gore sug, ortalama bir insanin sahip oldugu acima ve otorite duygularini bozan ve
topluma zarar veren bir eylemdir (Nirmala.k, 2009: 34).

1. Sucun Unsurlar: ve Tarihsel Gelisimi

e Sucun gercek hayatta suc¢ olarak kabul edilmesi; sugun unsurlari olarak kabul edilen
eylemlerin gerceklestirilmesine baglidir. Bu eylemler;

e Sucun maddi unsuru; sucun eyleme dokiilmesidir (Cansel & Ozel, 2009: 187).

e Sucun manevi unsuru; eylemi isleyen kisinin kast ya da kusurudur. Kast; su¢ olarak kabul
edilmis herhangi bir eylemi istekli bir sekilde yapma halidir (Jessberger & Sander, 2011:
1153). Kusur ise; yapilan eylemin sonucunda meydana gelecek zararin tahmin
edilememesidir. (Aslan, Senyiiz, Tas, Kortunay, & Deliveli, 2010: 80).

e Sucun hukuka aykirilik unsuru; cezai yaptirimi olan yasalardan herhangi birinin ihlal
edilmesidir. (Toroslu, 2010: 103).

e Sucun kanuni unsuru; bir kisi ya da toplulugun gergeklestirdigi eylemin yasalar tarafindan
belirlenen herhangi bir suga uymasidir (Hakeri, 2011: 122).

Ayrica sug yiizyillardir her toplumda meydana gelen bas edilmesi imkéansiz bir olgu olmustur.
Sucun gelisimini tarihsel olarak incelemeden Once, tarihsel donemi Auguste Comte’ye gore
siniflandirmakta fayda vardir. Bu siniflandirma ii¢ hal yasasindan faydalanilarak yapilmistir.
Auguste Comte’nin ii¢ hal yasasinda hem insanlik tarihi ve goriisleri belirtilmis hem de belirtilen
donemde suca bakis acis1 ifade edilmistir. Auguste Comte’nin {i¢ hal yasasi:
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e Teolojik evre ve sug: Diinyanin var oldugu giinden 1300 yilina kadar gegen siirenin oldugu
evredir. Insanlar olaylar arasindaki baglantiy1, sebepleri ve olay sonucundaki rastlantilari
anlayamamaktaydilar ve yapanlar1 tabiatiistii glicler ve ilahlar olarak kabul etmekteydiler
(Slattery, 2007: 72). Bu dénemin urini; mitolojidir (Ulken, 1943: 30). Bu dénemde sug ise
seytani bir hareket olarak degerlendirilmis ve bu diisiince Orta Cag’a hakim olmustur
(Soyaslan, 1998: 14).

e Metafizik evre ve sug: 1300 ve 1800 yillarim1 kapsayan donemdir. Teolojik evrede insanlar
olaylar arasindaki iliskiylr anlamayip dogaiistii varliklarla iliskilendirmekteydi. Metafizik
evresinde ise insanlar olaylar arsindaki iliskiyi gérmeye basladilar ve bu olaylar arsindaki
iliskiyi teolojik evredeki gibi tesadiifle agiklamadilar. Bu olaylar1 ve olaylar arasindaki
baglantiy1 tek bir sebep ile aciklamaktaydilar ve gesitli isimlerle adlandirmaktaydilar (Ulken,
1943: 29). Olaylarin agiklanmasi burada kendini artik soyut kavramlara birakmaktaydi
(Giddens, 2010: 191). Bu donemde suga yaklasim ise insanin saglayacagi faydayi ve sug
karsiliginda alacagi cezayr hesaplayarak karar verdigi secim olarak algilanmistir. Bu bakis
acist glinimiizde de varligin1 korumakla beraber ceza hukukunun temelini olugturmaktadir
(Soyaslan, 1998: 14). Bu doénemin iiriinii ise felsefe ve metafizik diisiincedir (Ulken, 1943:
30).

e Pozitif evre ve sug: 1800 yilindan giiniimiize kadar devam eden evredir. Bu donemde insanlar
olaylar ve olaylar arasindaki iliskiyi ve doga kanunlarini1 bulmuslardir. Evrenin, evren {istiinde
bir varlikla yonetilemeyecegi goriisiinii 6ne siirmislerdir. Olaylar ve olaylar arasindaki
iligkiyi yonetenin ayni evrendeki bagka olaylar oldugunu; yani doga kanunlarin olaylar
arasindaki zorunlu iliskiden farksiz oldugunu gérmiislerdir (Ulken, 1943: 29). Pozitif evrede
suca yaklasimda ise gozlem veya deney metodundan faydalanilarak sugun sartlarin sonucu
dogal bir olay oldugu ve giinliik hayatta yapilan eylemler kadar normal bir davranis oldugu
ifade edilmistir (Soyaslan, 2003: 35).

19. ylizyilin baglarinda sug¢ sosyolojik acidan incelenmeye baslanmistir. Sosyoloji bilimsel bir
disiplin olarak ilerleme gosterirken, su¢ olaymi kisinin davranislarinin sosyal kaynagina
dayandirarak agiklamamistir (DOnmezer, 1981: 439). Bireysel teoriler sugun kalitimla gegtigini
kabul eden goriislerdir. Bu goriisler, sosyologlar tarafindan elestirel bir konu olmustur.
Sosyologlara gore davranis, sonradan 6grenilir ve bireyin yasadigi toplum tarafindan sekillenir
(I¢li, 2004: 76). Ayrica sosyologlar bireysel, psikolojik ve biyolojik sebeplerin tek halleriyle
sugun agiklanmasinda eksik kalacagmi da belirtmektedirler. Ornegin sugun oldukca fazla
islendigi kenar mahallelerden birinde dogan birinin suglu dogmadigini aksine i¢inde bulundugu
suclu ortamin kisiyi suga ittigini, nedenlerini goz Oniine almadan sadece belirli kisilik
ozelliklerine bakarak bunlari sucun nedeni olarak ileri siirmenin dogru olmadigini ifade
etmektedirler (Basibiiylik & Karakus, 2010: 70). Suca sosyolojik bakis agisiyla yaklasildiginda,
sucun bolgesel faktorler tarafindan da etkilendigi goriilmektedir. Bu agidan bu g¢alismada
ekonomik suglarin bolgesel belirleyicileri arastirilmistir. Kullanilan modellerde bagimli degisken
sug sayilart iken bagimsiz degiskenler ise bolgesel bazi faktorlerdir.

Calismanin ilk boliimiinde kisaca sugun ne oldugunu, sucun hangi durumlarda sug¢ sayilabilcegi
ve sugun tarihsel gelisimi ifade edilmistir. Ikinci boliimiinde 7 ekonomik sug icin ayr1 ayr1 model
tahmin edilmis ve bu sug tiirlerini etkileyen degiskenlerin ne oldugu agiklanmaya calisilmistir.
Son bélimde ise ekonomik gostergeler olarak modele dahil edilen bagimsiz degiskenlerin hangi
suc tiirtinii etkiledigi agiklanmaya calisilmis ve bu suglar1t Onleyebilmek i¢in Onerilerde
bulunulmustur.
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2. Literatir Ozeti

Aver (2009) doktora tezinde Erzurum ilinde 2005-2006 yillar1 arasindaki suga karismis 18 yas
alt1 cocuklar ana kiitle olarak alinmistir. Ki-kare testi ile ¢esitli degiskenlerin su¢a yonelmede bir
etkisinin olup olmadig1 arastirilmistir. Calismada 6grenim durumu, ¢alisma durumu, sosyal

cevrenin etkisi, uyarict madde bagimliligi, niifusa kayitli dogum yeri ve en son ikamet ettigi yer
arasindaki degismenin suglulugu etkiledigi, ebeveynlerden eksik olma ya da tlivey ebeveynlere
sahip olmanin ve bireylerin yasamlarin siirdiirdiigii yerlerin (aile, aile yakinlari, yurt, vb.) suca
yonelmede herhangi bir etkisinin olmadigi tespit edilmistir.

Calic1 (2016) doktora tezinde Tiirkiye’deki sug trendini arastirmustir. Tlk olarak 1935-2015 yillar1
arasindaki Oldiirme, yaralama, hirsizlik ve yagma, cinsel suglar ve yasadisi madde suglarinin
yillara gore trendi hesaplamig ve toplam su¢ oraninin ayni yillar i¢indeki toplam niifus, issizlik,
saglik, ulusal hesaplar, adalet istatistikleri gibi temel istatistiki gostergelerle olan iliskisi
incelenmistir. Bu analiz sonucunda Tiirkiye’deki su¢ egiliminin sosyodemografik ve ekonomik
ozellikleri belirlenmistir. ikinci asamada ise 1964-2015 yillar1 arasinda Tiirkiye’deki sug oranlar
bagimli degisken, sosyal, ekonomik ve demografik gostergeler ise bagimsiz degisken olarak
belirlenmis ve Vektor Otoregresif Regresyon analizi yapilmistir. Analiz bulgularma goére uzun
vadede sosyal, ekonomik ve demografik gostergelerin suca etkisinin oldugu sonucuna
varilmistir.

Ocal (2010) doktora tezinde Kayseri ilinde 2002-2008 dénemleri arasindaki 11 ayr1 sug tiiriinii
ele almistir. Bagimsiz degisken olarak egitim durumu, is durumu, gelir durumunu, il niifus sayisi
ve polis sayilart belirlenmis ve bagimli degisken olarak islenen su¢ sayilart1 modele dahil
edilmistir. Analiz sonucunda sugu issizligin ve niifusun pozitif etkiledigini yani issizlik ve nifus
arttikga sugun arttigini, gelir ve polis sayilari ile sugun negatif iliskili oldugu yani gelir ve polis
sayilar arttikca sucun azalacagi, egitimde ise lise mezun sayisi arttikca sugun artacagi sonucuna
ulagilmistir.

Ogiit (2017) uzmanhk tezinde 2016 Ocak ve 2017 Temmuz tarihleri arasinda Kocaeli
Universitesi Tip fakiiltesi Cocuk Ruh Sagligi ve Hastaliklart Ana Bilim Dali’na yonlendirilmis
olan 18 yasindan kii¢iik 12 yasindan biiyliik 30 ¢ocugu Orneklem olarak ele almistir. Benzer
ozelliklere sahip 30 suga siiriiklenmemis ¢ocuk da kontrol grubu olarak ele alinmistir. Birkag
baslik altinda ¢ocuklarin suga siiriiklenme sebepleri incelenmistir. Sosyodemografik ozellikler,
ebeveyn tutumlar ve aile islevselliginin ¢ocuklarin suca yonelmesindeki etkisi kontrol grubu ve
suga siiriiklenmis c¢ocuklarin oldugu grupla kiyaslanarak test edilmistir. Analiz sonucunda
ebeveynlerin sosyoekonomik diizeyleri diistiikge suca yonelmenin arttigi sonucuna varilmistir.
Okul ve sportif aktivitelerin cocuklart suctan uzak tuttugu bulgusu elde edilmistir. Kendall’s tau-
¢ korelasyon testiyle ailelerin gelir durumlart karsilastirilmis ve anlamli sonu¢ bulunmustur.
Yani gelir arttik¢a ¢ocuklar sugtan uzaklasmaktadir. Ki-kare testiyle gocuklarin ¢evresinde suga
karigmig bireylerin varliginin suga yonelmede bir etkisinin oldugu ve Ki-kare testiyle anne-baba
tutumlarinin suga yonelmede bir etkisinin olmadig1 sonucuna ulasilmistir.

Yilmaz (2009) yiksek lisans tezinde Sosyal Hizmetler ve Cocuk Esirgeme Kurumu (SHCEK)
Kemerburgaz Agagli Koruma Bakim ve Rehabilitasyon Merkezi’nde kalmakta olan ve SHCEK
Vakifbank Umut Cocuklar1 Vakfi Ilkdgretim okulunda kalmakta olan suca siriiklenen ve
suruklenmeyen 14-15 yas araliginda kiz ve erkeklerden olusan 60 katilimci ¢alismaya dahil
etmigtir. Ayrica yine 14-15 yas aralifinda 60 kisiden olusan kontrol grubu da analize dahil
etmistir. Bagimsiz gruplar t-testiyle suga slriiklenen ergenlerin benlik saygi diizeylerinin suca
stiriklenmeyen ergenlerin benlik saygi diizeylerinden daha diisiik olup olmadigini test edilmistir.
Analiz sonucunda suga siiriiklenen ergenlerin benlik saygi diizeyi puanlarinin suca
striiklenmeyen ergenlerin benlik saygi diizeyi puanlarindan daha diisiik oldugu sonucuna
varilmistir.
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Ata (2011) issizlik ve iicret degiskenlerinin su¢ davranigi ile olan iliskisini yatay-kesit veriler
kullanarak test edilmistir. Modeldeki veriler 2008 yilina ait olup Avrupa Birligi’nden alinmistir.
Analize gore; issizligin sug lizerinde istatistiksel olarak anlamli ve pozitif yonlii bir etkiye sahip
oldugu, iicret diizeyinin sug¢ iizerinde negatif bir etkisinin oldugunu ancak istatistiksel olarak
anlamsiz bir iliski oldugu bulunmustur.

Aytac, Aytac ve Bayram (2007) calismalarinda Bursa Emniyet Midiirliigii’nden temin ettikleri
2004 yilina ait sug tiirii verilerini kullanmiglardir. Bagimli degisken olarak sug tiirleri ele
alinirken, bagimsiz degiskenler olarak; su¢a karisan kisi sayisi, igyeri ile ilgisi, baba sag-vefat
durumu, su¢ isleme nedeni, 6nceki sug tiirii, yas ve zaman ele almigtir. Calismada multinominal
lojistik regresyon modeli kullanmistir. iki ayr1 model kullanilarak analizler yapilmustir. 1.
Modelde mala karsi islenen suglar ve sahsa karsi islenen suglar karsilagtirilirken, ikinci modelde
kamu gilivenligine karsi islenen sucglar ve sahsa karsi islenen sucglar karsilastirilmistir. Analiz
sonucunda sahsa kars1 islenen suclarda suca karisan kisi sayisinin mala karsi islenen suglardaki
suca karisan kisi sayisindan daha fazla oldugu, isyeri ile ilgisi olmayan bireylerin daha ¢ok sahsa
kars1 sug isledikleri, babasi vefat edenlerin mala karsi daha fazla sug¢ isledikleri, ekonomik
nedenler sonucunda mala karsi islenen suclarin daha fazla oldugu, kamu giivenligine karsi
islenen suglarin ¢gogunun psikolojik nedenlerden kaynaklandigi, daha dnce ayni sugtan sabikasi
olan bireylerin ayn1 sucu islemeyi siirdiirdiigii, giindiiz vakitleri sahsa kars1 islenen sugun daha
fazla oldugu ve geng¢ yastaki bireylerin daha ¢ok mala karsi islenen sucglara yoneldigi
bulunmustur.

Cakmak (2015) ylksek lisans tezinde 1952-2011 yillarinda Tiirkiye'deki ceza infaz kurumuna
giren kisi sayist lizerinde iktisadi ve sosyal faktorlerin dinamik iliskilerini inceleyerek, bu
degiskenlerin uzun ve kisa donemde birbirlerini ne kadar etkilediklerini géstermeye calismistir.
Iktisadi degiskenler olarak; issizlik orani ve gelir diizeyini ele almis ve sosyal degisken olarak
egitim diizeyini kullanmistir. Degiskenler arasinda esbiitiinlesme olup olmadigr hem Johansen
Testi ile hem de Smir Testi ile incelenmistir. Analiz sonuglarinda iki yontemde de serilerin
esbiitiinlesik oldugu gozlemlenmistir. Ayrica sinir testinde, uzun ve kisa donemlerde olmak
tizere suglu sayisi ile gelir diizeyi arasinda negatif yonlii bir iliskinin oldugu bulunmustur.

Osgood (2000) su¢ oranlart ile ilgili yaptigi c¢alismasinda poisson regresyon modelini
kullanmistir. Caligmasinda sug¢ oranlariyla ilgili analizlerde poisson regresyon modelinin
avantajlarindan bahsetmistir. 4 eyalet icerisindeki 264 sehirde ¢ocuk hirsizlar verisiyle poisson
regresyon analizi uygulamanin kolaylifindan ve bu analizde ortaya ¢ikan zorluklari negatif
binom modeliyle asilabileceginden bahsetmektedir.

Van Der Heijden, Cruyff ve Van Houwelingen (2003) c¢alismalarinda Hollanda polis
kayitlarindan 1998 — 1999 yillarina ait yasa dis1 atesli silah bulundurma ve 2000 yilina ait alkollii
ara¢ kullanma verilerini kullanmiglardir. Bagimli degisken olarak 1 ile 5 yil icerisinde bu iki
sugtan yakalanan kisilerin tekrar yakalanma durumunu ele alinmistir. Popllasyon boyutunu
tahmin etmede poisson regresyon ve kesilmis poisson regresyon bir araci olarak kullanilmistir.
Bu agidan hi¢ yakalanmamig fakat alkollii ara¢ kullanan kisileri ve hi¢ yakalanmamis ama yasa
dis1 atesli silah bulunduran kisileri de modele dahil etmek i¢in sifir kesilmis poisson regresyon
analizi yapilmistir. Cesitli bagimsiz degiskenler ile poisson regresyon ve kesilmis poisson
regresyon kullanilarak tahmini niifus biliyiikligl test edilmistir. Analiz sonucunda atesli silahlar
icin kesilmis poisson regresyon modelinin iyi sonuglar verdigi ancak asir1 yayilmadan dolay1
alkollii ara¢ kullananlar i¢in uygun model olmadigr bulunmustur. Ancak dikkatli bir sekilde
kullanilmast sonucunda faydali bir yontem olacagi goriisii ifade edilmistir. Ayrica tahmini
popiilasyon biiyiikliigii, gercek popiilasyon biiylikligli icin alt sinirmm bir tahmini olarak
yorumlanmustir.
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Van Der Heijden, Bustami, Cruyff, Engbersen ve Van Houwelingen (2003) 1995 yilinda
Hollanda'daki dort biiyiik sehirde polis kayit sisteminden alinan yasadis1 gogmenlerin yakalama
ve tekrar yakalama sayisini bagimli degisken olarak kabul etmis ve bagimsiz degisken olarak
yakalanan kisilerin 1rki, yasi, yakalanma sebebini ele alinmistir. Sifir kesilmis Poisson regresyon
modeli kullanilarak analiz edilen gd¢menlerin yakalanma ve yeniden yakalanma sayilarina
kisilerin 1rk, cinsiyet ve yasinin énemli katkisi oldugu ve yakalanma sebebinin polis tarafindan
yakalanma sayisina dnemli bir etkisinin olmadig1 bulunmustur. Analizde yas; 40 yas {istii ve alt1
olarak, cinsiyet; kadin ve erkek olarak ayrica irk; Tiirkiye, Kuzey Afrika, Afrika’nin geri kalani,
Surinam, Asya, Amerika ve Avustralya seklinde ayirilmaktadir. Analiz sonucunda erkek
bireylerde 40 yas altindaki kisilerin polis tarafindan daha sik yakalandigi, Tirkiye, Afrika,
Surinam ve Asya’dan gelen gd¢menlerin Amerika ve Avustralya’dan gelen gdg¢menlere gore
daha az yakalandigi tespit edilmistir.

3. Materyal ve Metot

Calismada il diizeyinde elde edilen yatay kesit veriler kullanilmistir. Tiirkiye Istatistik
Kurumu’ndan (TUIK) elde edilen 2016 yilina ait cezaevine giren mahkam sayilari, yabanci gog,
niifus yogunlugu, okuma yazma bilen orani, bin kisi basina diisen motorlu tasit sayist verileri,
Sosyal Giivenlik Kurumu’ndan (SGK) elde edilen 2016 yilina ait sosyal giivenlik kapsamindaki
niifus oran1 ve ortalama gilinlilk kazang verileri ve Tiirkiye Bankalar Birligi’nden (TBB) elde
edilen 2016 yilina ait tasarruf mevduatt miktar1 ve toplam kredi verileri kullanilmistir. Bu
caligmanin amaci Tiirkiye’de ekonomik suglar lizerinde etkili olan faktorleri tahmin etmektir. 1
Ocak — 31 Aralik 2016 doneminde 81 il igin elde edilen 7 sug tiirii igin veriler kullanilmistir.

Calismada sayim verisi modellerinden; poisson regresyon, negatif binom regresyon, kesilmis
poisson regresyon ve kesilmis negatif binom regresyon modelleri kullanilarak sug tiirleri
iizerinde etkili olan faktorler arastirilacaktir.

3.1. Sayim Veri Modelleri

Saymm verisi, belirli bir zaman araliginda belirli bir olayin kag¢ kez olustugunu gosterir. Sayim
verileri negatif olmayan tamsayilardir. Sayim verileri belirtilmis olaylarda herhangi bir davranisi
icerir (Karazsia, Dulmen & Dulmen, 2008: 1076). Klasik regresyon modelinde bagimli
degiskenin siirekli oldugu ve normal dagildig1 varsayilmaktadir. Sayim verileri ise stireli degildir
ve ¢ogunlukla normal dagilmamaktadir. Bu nedenle bagimli degiskenin sayim verisi oldugu
durumda bagimli degiskenin kesikli oldugunu varsayan modeller kullanilmalidir. En temel sayim
verisi modelleri poisson ve negatif binom regresyon modelleridir.

3.1.1. Poisson Regresyon Modeli

Poisson regresyon modeli, sayim verilerinin analizi i¢in standart bir ¢er¢eve saglar. Yani sayim
verilerinin analizinin yapilmasina poisson regresyon imkan vermektedir (Ridout, Demetrio &
Hinde, 1998: 1). Poisson regresyon modelinde bagimli degisken poisson dagilimina sahiptir.
(Newbold, Carlson & Thorne, 2017: 147). Poisson dagilim i¢in olasilik fonksiyonu:

e_p- uy (1)
—, y=0123,..

for =1y’
0,diger durumlarda

f(y), ¥y’ nin muhtemelen sonucunu belirtir ve y! = y(y —1)...3.2.1 bigimindedir (Kunter,
Nachtsheim, Neter & Li, 2005: 619). Poisson regresyon modeli, yogunluk p parametresinin es
degiskenlere yani aciklayici degiskenlere bagli olmasina izin vererek Poisson dagilimindan
tiretilmistir (Cameron & Trivedi, 1998: 9). Poisson Regresyon modelinin baslica denklemi;
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e~ )Y ()
Ply=y;lx) = T, y=0123,....

i-

sekildedir (Berk & MacDonald, 2008: 277). Bu model bir periyottaki beklenen olay sayisini
kolayca gosterir:

Elyilx] = Var[yjlx] = A; = eX'F (3)

x aciklayic1 degisken ve B tahmin edilecek parametre vektorudir. A;’nin formiildeki sekilde
gosterilmesi S tizerinde isaret kisitlamasi getirmeyi Onlemektedir (Sahin, 2002: 174). Poisson
dagilm i¢in  p, = o2 varsaymmi kabul edilerek poisson regresyon modeli incelenmistir
(Newbold, Carlson, & Thorne, 2017: 148). Ancak bazi1 durumlarda bu varsayim
saglanamamaktadir. Bu durumda iki sonu¢ gdzlemlenebilir. Birinci durum da o2 >p, (varyans
ortalamadan biiyiik) oldugu durumdur. Bunun sonucunda asir1 yayilma olmaktadir. Ikinci durum

da ise o2 <u, (varyans ortalamadan kii¢iik) olmasi durumudur. Bu duruma da az yayilma
denmektedir (Cox, 1983: 269).

Prensip olarak, Poisson regresyon modeli yalnizca dogrusal olmayan bir regresyon modelidir. Bu
sebeple katsayilarin tahmininde maksimum olabilirlik yontemini kullanmak daha etkin olacaktir
(Greene, 2012, s. 803). Modeli maksimum olabilirlik yontemiyle tahmin etmek daha etkin
olacagi icin maksimize edilecek olabilirlik fonksiyon logaritmasi:

L @
logL = ) [~e*# +y,(xif) ~ log(yi)

i=1

seklindedir (Verbeek, 2004: 212). Formiilde ifade edildigi lizere olabilirlik fonksiyonun son
terimi bilinmeyen bir parametreyi kapsamaz. Bu sebeple en uygun noktayr bulmada kullanilan
birinci ve ikinci tiirevlerde yer almayarak en uygun noktay:r bulmay: kolaylastirmaktadir (Sahin,
2002: 175). Bu durumu goz 6niine alacak olursak en yiiksek olabilirlik tahmini log L’nin S’ya
gore tiirevi alinarak yapilir.

Marjinal etki bagimsiz degiskenin bagimli degisken iizerindeki etkisi seklinde agiklanmaktadir.
Diger faktorler sabitken x bagimsiz degisken vektoriindeki marjinal degisimin y; bagimli
degiskeninin beklenen degerri Uzerindeki etkisi:

OE[y;lx;] _ ()
a—xi = 4B = Ely;lx;]B

seklindedir. Modeldeki parametre tahminleriyle ile bu vektor, istenilen herhangi bir veri vektorii
kullanilarak hesaplanabilir (Greene, 2012: 803). Cogunlukla marjinal etki bagimsiz degiskenlerin
ortalama degerlerinden hesaplanmaktadir (Sahin, 2002: 175).

3.1.2. Negatif Binom Regresyon Modeli

Poisson regresyon modeli sayim verilerinin analizinde standart bir modelidir. Ancak Poisson
regresyon modeli varyans ve ortalamanin birbirine esit olmasi varsayimindan dolayr sayim
verilerinin analizinde yetersiz kalir (Ozmen & Famoye, 2007: 491). Bu kisitlamanin kendini
gosterdigi iki durum vardir. Bu durumlardan ilki; Poisson dagiliminda sifir sayilarinin
olasiliginin tahminlerinin, verilerdeki ger¢ek gézlemlerden oldukca diisiik olmasidir. Verilerdeki
Poisson tahminleri beklenenden daha fazla sifir icerdigi igin, bu asir1 sifir problemi seklinde
ortaya ¢ikarmaktadir. kinci durum ise; Poisson’da varyansin genellikle ortalamadan yiiksek
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olmasidir. Bu duruma ise asir1 yayilim denmektedir. Eger dagilimda asir1 yayilim séz konusu
olursa Poisson regresyona alternatif olarak “Negatif Binom Regresyon (Poisson-Gamma)”
karsimiza c¢ikmaktadir (Beaujean & Morgan, 2016: 4). Negatif binom regresyon modelinde
bagimli degisken negatif binom dagilimia sahiptir (Dodge, 2008: 369). p bilindigi durumda
negatif binom dagilim fonksiyonu:

y+p-—-1

=" ) pra-py (6)

seklindedir (Dobson, 2002, s. 51). Negatif binom (NB) dagilimi iki parametreli bir dagilimdir.
Pozitif tamsay1 y icin, her bir denemede basari olasiliginin p oldugu y basarilar1 ger¢ceklesmeden
once, bir deneme sirasindaki basar1 sayisinin dagilimidir. Dagilim, herhangi bir pozitif y icin
tanimlanmistir (Baum, 2010, s. 13). y;~Poisson(u) oldugunu varsayalim, ancak p gama
dagilmma sahip herhangi bir degisken olsun. y/u~Poisson(u) , p~Gamma(a,f3)
bicimindedir. Buna ek olarak Gamma(a, B) ortalamas: af3, Gamma(a, ) varyans: aff? sahiptir.
Olasilik yogunluk fonksiyonu ise:

pet (7)

0, diger durumlar

seklindedir. y’nin kosulsuz dagiliminin negatif binom dagilimi:

PO) = Fﬁ?a;yj? (1 i ﬁ)a (1 fﬁ)y’y = 0123, .. o
Fonksiyon ortalamast:

E(y) = E[E(yIW] = E(W = ap (9)
Varyans:

V) =E(c?(I W) + 02(E(I W) = 02(w) + E(u) = aP + ap? (10)

bicimindedir (Agikyiirek, 2016: 25-26). Negatif binom regresyonunun model esitligi (An &
Onder, 2013: 169):

E(y) = xB (11)
seklindedir.

Bir regresyon modelini olusturmak i¢in u = a8 ve a~! negatif binom heterojenligine ya da asir1
yayilim parametresi olan @'nin tersine esittir (Agikyiirek, 2016, s. 26). Sonug olarak da E(y) = p
ve V(y) = p+ a~tp? bicimindedir (Rodriguez, 2013: 3-4). y’nin olasilik dagilimi ise (Long,
1997: 232):

I'(y +a) ( a )“( W )y (12)

P(y):[‘(a)[‘(y+1) a+yp/ \a+p
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bicimindedir. Ayrica formiildeki:

o['(y+1)=y!
ef(a™H)=(a"t -1
ef(y+a H=@w+al-1

ifade etmektedir (Lawless, 1987: 210). Ortalama p ile tamamen karakterize edilen poisson
regresyon dagilimmin aksine, negatif binom dagilimi hem p hem de a~!’nin fonksiyonudur.
Bunun anlamu ise ortalama hala p dur. Ancak sartli varyansi u (1+ a~ 1) seklindedir. Goriildiigii
gibi a1 - 0, olarak poisson dagilim haline gelir (Baum, 2010: 13).

3.1.3. Kesilmis (Truncated) Model

Truncated kelime anlamiyla kesilmis ya da budanmis denilmektedir. Kesilmis modelinin bu
sekilde adlandirilma sebebi modeldeki diglamadan kaynaklanmaktadir. Kesilmis modelde
bagimli degisken bazen belirli bir deger araliginda degismektedir. Yani Kesilmis modelde
bagimli degisken bazi gozlemleri sistematik olarak diglamaktadir (Davidson & MacKinnon,
2004: 473).

Wi =x'p (13)

Bunun klasik regresyon modelinin deterministik kismi oldugunu kabul edelim. y; yalnizca 0
degerinden biiylik degerler aldiginda siirekli bir rastgele degisenle gosterilsin. Regresyon
modelinde kullanilabilen tek agiklayici degisken olan x; ile iliskilendirilsin ayrica &; modeldeki
hata terimi olarak ifade edilsin (Franses & Paap, 2001: 134-135).

yi=xi'Bteg (14)
Buradaki:
gilx;~N(0,0?) (15)

Bu modelde kesilme noktas1 0’a esit olursa bu model trancated yani kesilmis model olarak ifade
edilir. Burada kesilmis olma sebebi ise y; > 0 ifadesinden kaynaklanmaktadir. Normalde
modelde y; 0’dan kiigiik degerler alabilmektedir. Ancak y; > 0 kisintindan dolayr model
kesilmis ve bu durum géz ard1 edilmistir.

3.1.3.1. Sifir Kesilmis Poisson Regresyon Model

Kesilmis poisson dagilim modeli poisson dagilimindan tiretilmis bir dagilima sahiptir. Ortalama:

Ai (16)

Elyill =T— =

Varyans:
Al’ Ai e —4 (17)
Vi = =] [1 ‘1_—l

bicimindedir (Simonoff, 2003: 168). Sifir kesilmis poisson regresyon modelinde y>0 kosulunda
olasilik fonksiyonu (Van Der Heijden, Cruyff, & Van Houwelingen, 2003: 295):
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P(y;11)  exp(—A)A 1 18)
P(y; >00)  y!(I—exp(—n)"Yt ~ 7%

P(yllyl >O,A) =

Sifir kesilmis poisson dagiliminin olabilirlik fonksiyonu ise (Mir, 2011: 290):
o —hin AiZyi(l P (19)
MM, yi!

LA =

seklindedir. Marjinal etki asagidaki gibidir (Simonoff, 2003: 168):

OB >0, (1= epCALE Ay (20)
ox; U = exp(-20P

3.1.3.2. Sifir Kesilmis Negatif Binomial Regresyon Model

Bir kesilmis poisson modelinin asir1 yayilma sergilemesi halinde bu modele alternatif olarak
gelistirilmis kesilmis negatif binom model uygulanmaktadir (Simonoff, 2003: 168). a asir
yayilma parametresi olmak {izere;

Ortalama (Arrabal, Paula dos Santos Silva, & Bandeira, 2014: 59):

Hi _ Hi (21)
Pr(y; >0) 1—(1+ap)*"

E(yily; >0) =

Varyans (Liu, Saat, Qin, & Barkan, 2013: 89):

E(y;ly; >0)
Pr(y; > 0)*

22
[ Pr(y; = 01 E(y;ly; > O)] @)

Var[y;ly; > 0] =

(14 ap)™@
_ I | P i ( 1) _
1-QAQ+ap)™“ 1-AQ+ap)™“

seklindedir. Sifir kesilmis negatif binom regresyon modelinde y>0 kosulunda olasilik yogunluk
fonksiyonu;

Dagilim parametrelerinin olabilirlik tahmini (Liu, Saat, Qin, & Barkan, 2013: 89):

@ + /M@ NG (G

Prob(y;1y; > 0) = (23)
rob(y; 1 y; ) = 1— (1 +an) =)
seklindedir. Marjinal etki ise asagidaki gibidir:
0E[yilx; > 0]
—6x1~ (24)
J
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4. Uygulama

Bu c¢alismanin amaci1 2016 yilinda meydana gelen ekonomik suglarin bolgesel belirleyicilerini
tespit etmektir. Caligmada kullanilan bagimli degiskenler 2016 yilinda meydana gelen
dolandiricilik, yagma, hirsizlik, icra infaz kurumuna muhalefet, zimmet, sahtecililik suglarindan
cezaevine girenlerin sayilaridir. Bu nedenle model tahminlerinde sayim verisi modelleri
kullanilmistir. Sayim verisi modelleri dogrusal olmadigindan bu modellerde katsayilar dogrusal
modellerde oldugu gibi yorumlanamaz. Bu modellerde marjinal etkilerin yorumu daha
anlamlidir. Bu yiizden modellerin tamaminda yorumlar marjinal etkilere gore yapilmistir. Bazi
iller i¢in bazi sug sayisi verileri bulunmadigindan gézlem sayisi azalmistir.

Uygulamalarda kullanilan model asagida verilmistir:

Suc¢ Sayist = fo+pYabanciGog + B,Niifus + fzDoguAnadoluBolgesi +
PsGiuneydoguAnadoluBolgesi + fsMarmaraBolgesi + fsEgeBolgesi +
B,KaradenizBolgesi + BgAkdenizBolgesi + foOkuma + BioMotorluTasit +
PiiTasarrufMev + f1,ToplamKrediler + [130rtalamaGunlikKazang +
PiaNUfusYogunlugu + f,5SGKKapsamu.

Tahmin edilen modellerde poisson ve negatif binomial regresyon modellerinden hangisinin
kullanilmast gerektigi asir1 yayilma olup olmamasina gore belirlenmektedir. Asir1 yayilma
durumunda poisson aksi takdirde negatif binomial regresyon modeli tercih edilmistir. Ayrica
ilgili bagimli degiskenin sifir degerli gézlem icermemesi durumunda modellerin sifir kesilmis
halleri kullanilmigtir. Asir1 yayilma i¢in yapilan testin hipotezleri:

Hy: a = 0 (Modelde asir1 yayilma yoktur. )
H;: a # 0 (Modelde asir1 yayilma vardir. )

bicimindedir.
Tablo 1: Model secimi ve Anlamlilik Testleri Sonuglar
Dolandiricihk Yagma fcrainfaz  Zimmet Hirsizhk Sahtecilik
« 0,226 0,131 0,275 ) 0,098 0,107
(0,046) (0,025) (0,047) (0,017) (0,022)
Log - Olabilirlik -327,037 -351,527 -423,674 -89,75 -444,002 -339,343
x? 154,560*** 203,83*** 155,37*** 124,70*%**  229,310*** 209,990***
Pseudo R? 0,191 0,225 0,155 0,41 0,204 0,236
= (t)els(illn LR 355,30*** 468,07***  2401,93*** 0,000 1337,30*** 254,060***

o *¥%: 05 1’de anlamhilik, **: %5 de anlamlilik, *: %10°da anlamlilik diizeylerini temsil etmektedir.
o Standart hatalar parantez igerisinde gosterilmistir.
e x* Modelin bir biitiin olarak anlamlihig: icin hesaplanan test istatistigidir.

Dolandiricilik, yagma, hirsizlik, icra infaz kurumuna muhalefet, sahtecililik suglarin suglari i¢in
bos hipotez %1 6nem seviyesinde reddedilmistir. Bu nedenle tahmin edilmesi gereken model
NBR modelidir. Ayrica bu sug¢ sayilari higbir il i¢in sifir gézlem icermemektedir. Bu nedenle
sifir kesilmis modeller tahmin edilmistir. Zimmet sucu i¢in ise bos hipotez %10 Onem
seviyesinde dahi reddedilememistir. Bu degisken sifir gozlem igerdiginden kesilmis model
tahmini gerekmemektedir. Bu degisken i¢in Poisson regresyon modeli tahmin edilmistir.

Hesaplanan y? istatistigine gdre tahmin edilen tiim modeller %1 6nem seviyesinde anlamlidir.
Saymm verisi modelleri gibi dogrusal olmayan modellerin aciklama giicii i¢in Pseudo R?
istatistigi hesaplanmaktadir. R? degeri gibi Pseudo R? degeri de sifir ile bir arasinda degerler
alabilmesine ragmen Pseudo R? degeri goreceli olarak kiiiiktiir. Bu durum Pseudo R?’nin
hesaplanma seklinden kaynaklanmaktadir. Dolandiricilik, yagma, icra infaz kurumuna
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mubhalefet, zimmet, hirsizlik ve sahtecililik degiskenleri icin hesaplan
Pseudo R? degeri sirastyla %19,1, %22.5, %15,5, %41, %20,4 ve %23,6 seklindedir. Bu deger
su¢ sayisindaki degisimlerin modelde yer alan agiklayici degiskenler tarafindan agiklanma
oranini ifade etmektedir.

Dolandiricilik su¢ sayist i¢in modelde marjinal etkilere gore niifus degiskeni %1 anlamlilik
diizeyinde, Ege Bolgesi’ne ait kukla degisken %5 anlamlilik diizeyinde, Karadeniz Bolgesi’ne ait
kukla degisken %10 anlamlilik diizeyinde, bin kisi basina diisen motorlu tasit sayisi degiskeni
%S5 anlamlilik diizeyinde, tasarruf mevduati degiskeni %5 anlamlilik diizeyinde istatistiki olarak
anlamlhidir. Niifustaki bir birimlik degisim karsisinda dolandiricilik sug¢ sayisinda ayni yonde
0,000006 adet degisim meydana gelecektir. Ege Bolgesi’ndeki dolandiricilik sug sayis1 Ig
Anadolu Bolgesi’ndeki dolandiricilik su¢ sayisindan 17,454 adet daha fazladir. Karadeniz
Bolgesi’ndeki dolandiricilik sug sayist i¢ Anadolu Bélgesi’ndeki dolandiricilik sug sayisindan
11,330 adet daha azdir. Bin kisi basma diisen motorlu tasit sayisindaki bir birimlik degisim
karsisinda dolandiricilik sug¢ sayisinda ayni yonde 0,184 adet degisim meydana gelecektir.
Tasarruf mevduatindaki bir birimlik degisim karsisinda dolandiricilik su¢ sayisinda ters yonde
0,000002 adet degisim meydana gelecektir.

172



Regional Determinants of Economic Related Crimes in Turkey

Tablo 2: Dolandiricilik ve Yagma Suclari Icin Model Tahmin Sonuglar

TNBR Marjinal

TNBR Marjinal

Regresyon modeli TNBR EKi TNBR Eki
Bagimh degisken Dolandiricihik Dolandiriciik Yagma Yagma
Bagimsiz Katsayi dy/dx Katsayi dy/dx
_degiskenler (standart hata) (standart hata) (standart hata) (standart hata)
Yabanc1 gig 0,0000123 0,0004 -0,00002 -0,001
(0,00003) (0,001) (0,00002) (0,001)
Niifus 0,000001 0,000006 0,000001 0,0001
(0,0000002) *** (0,00005) *** (0,0000001) *** (0,000008) ***
Dogu Anadolu 0,367 10,344 0,362 18,436
Bolgesi (0,311) (8,767) (0,220) (11,219)
Giineydogu -0,151 -4,248 0,093 4,713
Anadolu Bolgesi (0,338) (9,523) (0,254) (12,931)
Marmara Bolgesi 0,009 0,260 -0,007 -0,384
(0,255) (7,181) (0,196) (9,971)
Ege Bolgesi 0,620 17,454 0,303 15,442
(0,263) ** (7,496) ** (0,204) (10,34)
Karadeniz Bolgesi 0,402 -11,330 -0,263 -13,396
(0,216) * (6,088) * (0,164) (8,361)
Akdeniz Bolgesi 0,18 5,085 0,120 6,134
(0,247) (6,970) (0,189) (9,641)
Okuma 0,051 1,453 0,008 0,401
(0,063) (1,794) (0,047) (2,417)
Motorlu tasit 0,006 0,184 0,006 0,305
(0,003) ** (0,083) ** (0,002)*** (0,108)***
Tasarruf -0,0000008 -0,000002 -0,00000005 -0,000002
mevduati (0,00000003) ** (0,000001) ** (0,00000002) ** (0,000001) **
Toplam kredi -0,00001 -0,0004 -0,00001 -0,001
(0,000009) (0,0003) (0,00001) * (0,0003) *
Ginliik kazang -0,011 -0,326 -0,015 -0,774
(0,008) (0,239) (0,006) ** (0,327) **
Niifus yogunlugu 0,0001 0,018 0,001 0,032
(0,0001) (0,022) (0,000) (0,03)
ifpfamm dak 0,039 1,102 0,01 5,082
Niifus (0,033) (0,935) (0,025) *** (1,275) ***
Gozlem Sayisi 81 81 80 80

o *¥%: 95 1’de anlamlilik, **: %5 de anlamlilik, *: %10 °da anlamlilik diizeylerini temsil etmektedir.

o Standart hatalar parantez igerisinde gosterilmistir.

Yagma sug sayisi i¢cin modelde marjinal etkilere gore niifus degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde,
bin kisi basina diisen motorlu tasit sayis1 degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde, tasarruf mevduat
degiskeni %5 anlamlilik diizeyinde, toplam kredi degiskeni %10 anlamlilik diizeyinde, giinliik
kazan¢ degiskeni %5 anlamlilik diizeyinde, SGK kapsamindaki niifus orani degiskeni %1
anlamlilik diizeyinde istatistiki olarak anlamlidir. Niifustaki bir birimlik degisim karsisinda
yagma su¢ sayisinda ayni yonde 0,0001 adet degisim meydana gelecektir. Bin kisi basina diisen
motorlu tasit sayisindaki bir birimlik degisim karsisinda yagma sug sayisinda ayn1 yonde 0,305
adet degisim meydana gelecektir. Tasarruf mevduatindaki bir birimlik karsisinda yagma sug
sayisinda ters yonde 0,000002 adet degisim meydana gelecektir. Toplam kredideki bir birimlik
degisim karsisinda yagma sug¢ sayisinda ters yonde 0,001 adet degisim meydana gelecektir.
Giinliik kazangtaki bir birimlik degisim karsisinda yagma sug¢ sayisinda ters yonde 0,774 adet
degisim meydana gelecektir. SGK kapsamindaki niifus oranindaki yilizde birlik bir degisim
karsisinda yagma sug sayisinda ayni yonde 5,082 adet degisim meydana gelecektir.
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Tablo 3: “Icra Infaz Kurumuna Muhalefet” ve “Zimmet” Degiskenleri Icin Model Tahmin

Sonuclari

Regresyon modeli

TNBR

TNBR Marjinal

Poisson Regresyon

PR Marjinal EKi

EKki (PR)
Bagimh degisken Icra infaz Icra infaz Zimmet Zimmet
Bagimsiz Katsayi dy/dx Katsayi dy/dx
degiskenler (standart hata) (standart hata) (standart hata) (standart hata)
Yabaner gic 0,00002 0,002 -0,00004 -0,0001
(0,00004) (0,003) (0,00004) (0,00009)
Niifus 0,000001 0,0001 0,0000007 0,000002
(0,0000002) *** (0,00002) *** (0,0000002)*** (0,0000004) ***
Dogu Anadolu -0,276 -26,851 0,791 1,644
Bolgesi (0,293) (28,530) (0,516) (1,059)
Giineydogu -0,496 -48,138 -0,598 -1,243
Anadolu Bélgesi (0,336) (32,758) (0,528) (1,09)
Marmara Bolgesi 0,139 13,555 0,395 0,821
(0,264) (25,617) (0,361) (0,747)
Ege Bolgesi 0,513 49,871 0,21 0,436
(0,28) * (27,368) * (0,382) (0,793)
Karadeniz Bolgesi 0,297 28,885 -0,220 -0,458
(0,215) (20,959) (0,402) (0,834)
Akdeniz Bolgesi 0,092 8,895 -0,055 -0,114
(0,257) (24,932) (0,354) (0,738)
Okuma -0,009 -0,8613 0,037 0,077
(0,061) (5,964) (0,104) (0,215)
Motorlu tasit 0,015 1,45 -0,001 -0,001
(0,002) *** (0,288) *** (0,005) (0,016)
Tasarruf mevduats -0,00000007 -0,000007 -0,000000006 -0,00000001
(0,00000003) ** (0,000003) ** (0,00000003) (0,00000007)
Toplam kredi -0,00001 -0,001 0,000002 -0,000004
(0,000) (0,001) (0,00001) (0,00002)
Ginliik kazang -0,016 -1,591 -0,031 -0,064
(0,009) * (0,877) * (0,015) ** (0,030) **
Niifus yogunlugu 0,001 0,01 -0,001 -0,002
(0,001) (0,101) (0,001) (0,002)
SGK kapsamindaki 0,096 9,361 0,065 0,136
Nufus (0,030) *** (2,979) *** 0,061 (0,126)
Gozlem Sayisi 80 80 59 59

o *¥%: 951’de anlamlilik, **: %5 'de anlamhilik, *: %10°da anlamlilik diizeylerini temsil etmektedir.

o Standart hatalar parantez igerisinde gosterilmistir.

Icra infaz kurumuna muhalefet sug sayisi i¢in modelde marjinal etkilere gore niifus degiskeni %1
anlamlilik diizeyinde, Ege Bolgesi’ne ait kukla degisken %10 anlamlilik diizeyinde, bin kisi
bagina diisen motorlu tasit sayist degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde, tasarruf mevduat degiskeni
%S5 anlamlilik diizeyinde, giinliik kazan¢ degiskeni %10 anlamlilik diizeyinde, SGK
kapsamindaki niifus orani degigskeni %1 anlamlilik diizeyinde istatistiki olarak anlamlidir.
Nifustaki bir birimlik degisim karsisinda icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisinda ayni
yonde 0,0001 adet degisim meydana gelecektir. Ege Bolgesi’ndeki icra infaz kurumuna
muhalefet su¢ sayis1 i¢ Anadolu Bolgesi’ndeki icra infaz kurumuna muhalefet sug sayisindan
49,871 adet daha fazladir. Bin kisi basina diisen motorlu tasit sayisindaki bir birimlik karsisinda
icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisinda ayn1 yonde 1,45 adet degisim meydana gelecektir.
Tasarruf mevduatindaki bir birimlik degisim karsisinda icra infaz kurumuna muhalefet sug
sayisinda ters yonde 0,000007 adet degisim meydana gelecektir. Giinliik kazanctaki bir birimlik
degisim karsisinda icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisinda ters yonde 1,591 adet degisim
meydana gelecektir. SGK kapsamindaki niifus oran1 degiskeninde yiizde birlik bir degisim
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karsisinda icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisinda ayni yonde 9,361 adet degisim meydana
gelecektir.

Zimmet sug sayisi i¢cin modelde marjinal etkilere gore niifus degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde,
ginlik kazang degiskeni %5 anlamlilik diizeyinde istatistiki olarak anlamlidir. Niifustaki bir
birimlik degisim karsisinda zimmet su¢ sayisinda ayn1 yonde 0,000002 adet degisim meydana
gelecektir. Giinliik kazangtaki bir birimlik degisim karsisinda zimmet sug sayisinda ters yénde
0,064 adet degisim meydana gelecektir.

Hirsizlik sug sayisi i¢in modelde marjinal etkilere gore niifus degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde,
Dogu Anadolu Bolgesi’ne ait kukla degisken %1 anlamlilik diizeyinde, Giineydogu Anadolu
Bolgesi’ne ait kukla degisken %1 anlamlilik diizeyinde, Ege Bolgesi’ne ait kukla degisken %5
anlamlilik diizeyinde, Akdeniz Bolgesi’ne ait kukla degisken %10 anlamlilik diizeyinde, bin kisi
basina diisen motorlu tasitlar sayisi degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde, tasarruf mevduat
degiskeni %10 anlamlilik diizeyinde, toplam kredi degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde ve SGK
kapsamindaki niifus degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde istatistiki olarak anlamlidir. Niifustaki
bir birimlik degisim karsisinda hirsizlik sug¢ sayisinda ayni yonde 0,0003 adet degisim meydana
gelecektir. Dogu Anadolu Bolgesi’ndeki hirsizlik sug sayis1 I¢ Anadolu Bolgesi’ndeki hirsizlik
su¢ sayisindan 92,409 adet daha fazladir. Giineydogu Anadolu Bolgesi’ndeki hirsizlik sug sayisi
Ic Anadolu Bélgesi’ndeki hirsizlik sug sayisindan 71,975 adet daha fazladir. Ege Bolgesi’ndeki
hirsizlik sug sayis1 i¢ Anadolu Bélgesi’ndeki hirsizlik sug sayisindan 67,563 adet daha fazladir.
Akdeniz Boélgesi'ndeki hirsizlik sug sayisi I¢ Anadolu Bolgesi’ndeki hirsizlik sug sayisindan
53,564 adet daha fazdir. Bin kisi basma diisen motorlu tasit sayisindaki bir birimlik degisim
karsisinda hirsizlik sug¢ sayisinda ayn1 yonde 1,296 adet degisim meydana gelecektir. Tasarruf
mevduati degiskenindeki bir birimlik degisim karsisinda hirsizlik su¢ sayisinda ters yonde
0,000008 adet degisim meydana gelecektir. Toplam kredideki bir birimlik degisim karsisinda
hirsizlik sug sayisinda ters yonde 0,004 adet degisim meydana gelecektir. SGK kapsamindaki
niifus oran1 degiskeninde yilizde birlik bir degisim karsisinda hirsizlik su¢ sayisinda ayni yonde
8,923 adet degisim meydana gelecektir.

Sahtecilik su¢ sayist i¢cin modelde marjinal etkilere gore niifus degiskeni %1 anlamlilik
diizeyinde, Marmara Bolgesi’ne ait kukla degisken %10 anlamlilik diizeyinde, Ege Bolgesi'ne
ait kukla degisken %5 anlamlilik diizeyinde, Akdeniz Bolgesi’ne ait kukla degisken %5
anlamlilik diizeyinde, toplam kredi degiskeni %1 anlamlilik diizeyinde ve SGK kapsamindaki
niifus oran1 degigskeni %10 anlamlilik diizeyinde istatistiki olarak anlamlidir. Niifustaki bir
birimlik degisim karsisinda sahtecilik su¢ sayisinda ayni yonde 0,0001 adet de§isim meydana
gelecektir. Marmara Bolgesi’ndeki sahtecilik sug sayis1 I¢ Anadolu Bolgesi’ndeki sahtecilik sug
sayisindan 14,334 adet daha fazladir. Ege Bolgesi’ndeki sahtecilik su¢ sayist I¢ Anadolu
Bolgesi’ndeki sahtecilik su¢ sayisindan 21,624 adet daha fazladir. Akdeniz Bolgesi’ndeki
sahtecilik su¢ sayis1 I¢ Anadolu Bolgesi’ndeki sahtecilik su¢ sayisindan 15,755 adet daha
fazladir. Toplam kredideki bir birimlik degisim karsisinda sahtecilik sug¢ sayisinda ters yonde
0,001 adet degisim meydana gelecektir. SGK kapsamindaki niifus orani1 degiskeninde yiizde
birlik bir degisim karsisinda sahtecilik su¢ sayisinda ayni yonde 1,774 adet degisim meydana
gelecektir.
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Tablo 4: “Hirsizlik” ve “Sahtecilik” Degiskenleri I¢in Model Tahmin Sonuclar:

TNBR Marjinal TNBR Marjinal

Regresyon modeli TNBR EKi TNBR Eki
Bagimh degisken Hirsizhik Hirsizhk Sahtecilik Sahtecilik
Bagimsiz Katsayl dy/dx Katsayi dy/dx

_degiskenler (standart hata) (standart hata) (standart hata) (standart hata)
Yabanr gée 0,00002 0,003 0,00002 0,001
(0,00002) (0,004) (0,00002) (0,001)
Niifus 0,000002 0,0003 0,000001 0,0001
(0,0000001) **=* (0,00002) *** (0,0000001) **=* (0,000006) ***
Dogu Anadolu 0,486 92,409 0,157 7,001
Bolgesi (0,181) *** (34,510) *** (0,215) (9,592)
Giineydogu 0,378 71,975 0,198 8,798
Anadolu Bolgesi (0,208) *** (39,624) *** (0,242) 10,786
Marmara Bolgesi 0,202 38,483 0,322 14,334
(0,160) (32,229) (0,182) * (8,128) *
Ege Bolgesi 0,355 67,563 0,486 21,624
(0,169) ** (32,229) ** (0,19) ** (8,475) **
Karadeniz Bolgesi -0,075 -14,29 -0,055 -2,459
(0,132) (25,112) (0,153) (6,795)
Akdeniz Bolgesi 0,281 53,564 0,354 15,755
(0,157) * (29,940) * (0,175) ** (7,793) **
okuma 0,041 7,869 0,038 1,714
0,038 (7,329) (0,045) (1,990)
Motorlu tasit 0,007 1,296 0,002 0,115
0,002*** 0,316*** (0,002) 0,087
Tasarruf mevduats -0,00000004 -0,000008 -0,00000003 -0,000001
(0,00000002) * (0,000004) * (0,00000002) (0,0000009)
Toplam kredi -0,00002 -0,004 -0,00002 0,001
(0,000006) *** (0,001) *** (0,000006) *** (0,0003) **=*
Giinliik kazanc -0,004 -0,691 -0,006 -0,287
(0,005) (0,979 (0,006) (0,264)
Niifus yogunlugu 0,0007 0,129 0,0001 0,005
(0,0005) (0,093) (0,0005) (0,023)
SGK kapsamindaki 0,047 8,923 0,04 1,774
Nifus (0,017) *** (3,353) *** (0,021) * (0,933) *
Gozlem Sayisi 81 81 81 81

o *¥%: 051 °de anlamlilik, **: %5 de anlamlilik, *: %10°da anlamlilik diizeylerini temsil etmektedir.
o Standart hatalar parantez igerisinde gésterilmistir.

5. Sonug

Bu calismada amag¢ ekonomik nedenlerle islenebilecegi diisiiniilen sug tiirlerini etkileyen
bolgesel faktorlerin belirlenmesidir. Tahmin edilen modellerde ekonomik sug turleri olarak
hirsizlik, sahtecilik, dolandiricilik, yagma, icra infaz kurumuna muhalefet ve zimmet
degiskenleri kullamilmistir. Bolgesel faktorler olarak ise illerin bazi ekonomik ve toplumsal
gostegeleri modellere dahil edilmistir.

Ekonomik gostergeler olarak modele dahil edilen bagimsiz degiskenler bin kisi basma diisen
motorlu tasit sayisi, tasarruf mevduat miktari, toplam kredi, ortalama giinliik kazang ve SGK
kapsamindaki niifus oran1 degiskenleridir. Bin kisi bagina diisen motorlu tasit sayist degiskeninin
hirsizlik sug sayisinda, sahtecilik sug sayisinda, dolandiricilik sug sayisinda, yagma sug sayisinda
ve icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisinda ayni yonlii bir etkiye sahip oldugu belirlenmistir.
Tasarruf mevduat miktar degiskeninin hirsizlik su¢ sayisini, dolandiricilik sug¢ sayisini, yagma
su¢ sayisini, icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisini ters yonde etkiledigi tespit edilmistir.
Toplam kredi degiskeni hirsizlik su¢ sayisinda, sahtecilik sug¢ sayisinda ve yagma sug¢ sayisinda
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ters yonde bir etkiye sahiptir. Ortalama giinliik kazan¢ degiskeni yagma su¢ sayisinda, icra infaz
kurumuna muhalefet sug¢ sayisinda ve zimmet sug sayisinda ters yonde bir etkiye sahiptir. SGK
kapsamindaki niifus orani degiskeni hirsizlik su¢ sayisinda, sahtecilik su¢ sayisinda, yagma sug
sayisinda ve icra infaz kurumuna muhalefet su¢ sayisinda aymi yonde bir etkiye sahiptir.
Ekonomik gosterge olarak kabul edilen bin kisi basina diisen motorlu tasit sayisi, tasarruf
mevduat miktari, toplam kredi, ortalama giinliik kazang, SGK kapsamindaki niifus orani
ekonomik suclari etkilemektedir.

Toplumsal gostergeler olarak modele dahil edilen bagimsiz degiskenler yabanci gog, niifus,
niifus yogunlugu, okuma yazma bilenlerin orani seklindedir. Yabanci go¢ degiskeni ekonomik
suclar olarak kabul edilen suglar1 etkilememektedir. Niifus degiskeni hirsizlik su¢ sayisinda,
sahtecilik sug sayisinda, dolandiricilik sug sayisinda, yagma sug sayisinda, icra infaz kurumuna
muhalefet su¢ sayisinda ve zimmet suc¢ sayisinda pozitif yonde bir etkisi oldugu sonucuna
ulagilmistir. Niifus yogunlugu ve okuma yazma bilenlerin orani degiskenleri ekonomik suglar
olarak kabul edilen suclar1 etkilememektedir. Toplumsal gosterge olarak kabul edilen yabanci
go¢, niifus yogunlugu ve okuma yazma bilenlerin orani ekonomik suglari etkilememektedir.
Niifus ise ekonomik suclari etkilemektedir.

Caligmanin 6nemli bulgularindan biri yabanci go¢ sayisinin tiim modellerde anlamsiz ¢ikmasidir.
Ozellikle son yillarda Suriye’den Tiirkiye’ye yogun sekilde diizensiz gd¢ akimi goriilmektedir.
Toplumda, diizensiz yabanci gogmenlerin sug sayilarinda artisa neden oldugu algisit hakimdir. Bu
alg1 ¢alisma bulgular tarafindan desteklenmemektedir. Sug sayilarini belirlemede her sug tiirii
icin niifus degiskeni 6nemli bir etkiye sahip oldugu yapilan ¢alismada elde edilen bulgular
tarafindan desteklenmistir. Sug tiirleri ise bolgesel agidan farklilagsmaktadir. Hirsizlik en fazla
Dogu Anadolu ve Giineydogu Anadolu Bolgeleri’'nde goriiliirken sahtecilik en fazla Ege ve
Akdeniz Bolgeri'nde, Dolandiricilik ise en fazla Ege, en az ise Karadeniz Bolgesi’nde
gorulmektedir. Okuma — yazma orani ekonomik suglari etkilememektedir. Birbiriyle zit goriinen
tasarruf ve ortalama gelir ile kredi miktarlar arttiginda ise sug sayilar1 azalmaktadir. Bu ti¢ faktor
birlikte degerlendirildiginde bor¢ yoluyla da olsa parasal varligin elde edilmesinin sug sayilarini
azalttig1 sOylenebilir. SGK kapsamindaki niifus oraninin artmasi ise beklenmedik sekilde sug
sayilarini artirmaktadir.

Su¢ sayilarini belirleyen ve artmasina etki eden o6zellikle yoksulluk, zenginlik ve issizlik ile
alakali oldugu diisiiniilen baz1 degiskenlerin iilkedeki su¢ sayilarin1 6nemli derecede etkiledigi
goriilmektedir. Bu sebeple iilkede issizlik, yoksulluk ya da zenginlik gibi temel makroekonomik
sorunlarin ¢6ziimii noktasindaki politikalarin su¢ sayilarini azaltici bir etki yaratacagi
diistiniilmektedir. Bu durumla yakindan iliskili olan insanlarin ortalama giinliik kazanglarini
artirma adina genisletici politikalarin sug¢ sayilarini azaltici bir etki yaratacagi diistiniilmektedir.

Suclu kisilerin sosyo-ekonomik ve demografik faktorleri kisi bazli veriler seklinde dikkate

alinarak bunlarin suga bir etkisinin olup olmadiginin arastirilmas: tarafimizca onerilmektedir.

Ornegin; hirsizlik sugundan ceza hiikmii verilmis bir mahk(imun yas1, cinsiyeti, meslegi, aylik

geliri, baba sag-vefat durumu, yasadig yer, saglik durumu gibi etkenlerin suca yonelmeye sebep

olup olmadigini arastirmak gelecekteki olasi sug sayilarini 6nlemede fayda saglayacaktir.
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