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Ozet

Metinlerde yaygin olarak kullanilan kisaltmalarin agik karsiliklarinin bulunmasi, bilginin elde edilmesi ve anlasilmasi
acisindan 6nemli bir gerekliliktir. Metinde kullanilan kisaltmalari, herkesin bildigi dusiiniiliiyorsa metinde bu
kisaltmalarin agik kargsiliklarmma yer verilmeyebilir. Bununla birlikte bazen kullanilan kisaltma birden fazla acik
karsiliga sahip olabilir ve bu durum anlasilabilirligi zorlastirir. Kisaltmalardan dogru agilimimn olusturulabilmesi halen
iizerinde galisilan bir konu olarak farkli yontemlerle incelenmektedir. incelenen literatiirde Apriori Algoritmasi’nin
kisaltma ag¢ihminm bulunmasina yonelik kullanimina rastlanmamasi nedeniyle, bu ¢aligmada PubMed Ozetlerinde
bulunan kisaltmalarin agik karsiliklarmm elde edilmesi i¢in Birliktelik Kurali temelinde bir yontem onerilmistir.
Incelenen veri kiimesi ve kisaltmalar dahilinde kisaltmanin birden fazla agik karsihig1 olsa dahi uygulanan yontem, ortak
bir minimum destek degeri ile %87,5 farkli minimum destek degerleri ile %87,5’ten daha yiksek dogrulukla
kisaltmanin agilimini bulabilmektedir.

Anahtar Kelimeler: Birliktelik kurali, Apriori, Kisaltma genisletme.

Abbreviation Expansion on the Basis of the Association Rule

Abstract

Finding clear expansion of abbreviations commonly used in the texts is an important requirement for obtaining and
understanding the information. If the abbreviations used in the text are thought to be known to everyone, these
abbreviations might not be used with clear expansion in the text. However, sometimes used the abbreviation can have
more than one clear equivalents and this makes understanding difficult. To be able to create correct expansion from
abbreviations is still examined by different methods on as a subject being studied. In the literature reviewed, since the
use of the Apriori algorithm for abbreviation expansion is not encountered, in this study, a method is proposed based on
the association rule to obtain the clear expansion of the abbreviations in PubMed abstracts. Within the examined data
set and abbreviations, even if the abbreviation has more than one clear expansion, the applied method can find the clear
expansion of the abbreviation with 87.5% accuracy by a common minimum support value or more than 87.5% accuracy
by different minimum support values.

Keywords: Association rule, Apriori, Abbreviation expansion.
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1. GIRIS

Ingilizcede “acronym” kelimesinin anlamma karsilik
gelen “Birka¢g kelimenin bas harflerinin veya ilk
hecelerinin bir araya gelmesi ile olusan kelime” bu
calismada kisaltma olarak anilacaktir. Kisaltmalar,
bilimsel makaleler, klinik notlar ve kullanici sorgulari
gibi 0©zellikle biyomedikal literatiirde yaygin olarak
kullanilmaktadir (Jin, Liu, ve Lu, 2019). Kisaltmalarin
acik karsiliklariyla birlikte metin igindeki yerlesimleri
Liu, Lussier ve Friedman (2001)’e gore farklilik
gostermekle birlikte, calismamizda kisaltmanin agilimi
devaminda parantez igerisinde kisaltmanin oldugu
ozetler kullanilmistir.  Ornegin, Prosthetic  Joint
Infection (PJI). Metin iginde bir kez acik karsihgiyla
birlikte verilen kisaltmalar daha sonra metin igerisinde
sadece kisaltma hali ile kullanilmaktadir. DNA vb. gibi
cogunlukla acgik karsiliklarinin  bilindigi
kisaltmalarin bazen metin igerisinde agilimlar1 verilmez.
Bu durum yazmin anlagilabilirligini azaltabilir. Ayrica,
kullanilan kisaltmanin PDA (Patent Ductus Arteriosus,
Posterior Descending Artery) (Moon, Pakhomov, ve
Melton, 2012) gibi birden fazla agik karsiliginin olmasi
durumunda ise yazinin anlasilabilirligi zorlasabilir.

diisiintilen

Kisaltmalarim  belirlenmesine  yonelik  yapilan
¢alismalardan; (Yu, Hripcsak ve Friedman, 2002)
calismalarinda bir kisaltmanin agik bi¢im karsiliginin
makalede bulunmasi igin bir dizi kural ile galisan bir
uygulama gelistirilmis ve kisaltmalarm dort genel
kisaltma veri tabanindan herhangi birinde karsiliginin
olup olmadigi arastirilmigtir (GenBank LocusLink,
SWISSPROT, LRABR ve BioABACUS). Calismada,
tanimlanmis kisaltmalar %95 kesinlik ve %70 hassaslik
ile tespit edilmistir. Bir kelimenin anlammin,
baglamiyla uyumlulugunu belirlemek igin yapilan
¢alismalardan (Moon, Pakhomov, ve Melton, 2012),
belirli bir pencere boyutu ve yénelimi dikkate alarak
elde ettigi cevre kelimelerin anlamsal ilgisini bulmak
icin  kullandigi denetimli 6grenme yontemleriyle
yaklasik %690 dogruluk elde etmistir. (Stevenson, Guo,
Amri ve Gaizauskas, 2009) calismasi, kisaltmalarin
dogru olan genisletilmis halini belirlemek icin problemi
kelime anlam ayrimi (Word Sense Disambiguation)
sorunu olarak goérmisler ve 6nerdigi sistemde belirsiz
kelimenin ¢evresindeki kelimelerden ¢ikardig: 6zellikler
ile Vektor Uzay Modeli (VUM), Naive Bayes (NB) ve
Destek Vektor Makinesi (DVM) gibi denetimli bir
ogrenme  yaklagimiyla  problemi incelemiglerdir.
Calisma, %99’a varan bir dogrulukla kisaltma agilimini
belirlemistir. (Wu, Xu, Zhang, ve Xu, 2015) galigmasi
ise, tibbi metinlerde yer alan kisaltmalarin agilimlarinda
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Ozellik olarak sinir kelime gommelerini (neural word
embedding) kullanarak iki yeni kelime yerlestirme
ozelligi onermis ve %95,79’luk bagar1 elde etmistir.

(Li, Ji, ve Yan, 2015) calismasi, kisaltmalar1 belirlemek
icin iki kelimeden olusan gomme modeli Onermistir.
Sozciik gomme islemi, szcukleri sirekli ve ¢ok boyutlu
bir vektér uzayinda temsil etmek olup, calisma
sozcilikler arasindaki vektorel uzakligi hesaplayarak
kelime benzerliklerini farkli iki veri seti iizerinde %93
ile %95°1lik bir tutarlilikla elde etmistir.

(Zheng, Xiao, Wang, Zhu, ve Yang, 2019) caligsmasi,
Cince kisaltmalar1 tamimak i¢in Evrisimsel Sinir Ag1-Cift
YOnlli Uzun Kisa Siireli Bellek-Sartli Rasgele Alanlar’a
(CNN-BLSTM-CRF) dayanan bir sinir agi modeli
Onermistir. Alinan sonuglar, makine 6grenmesi
yontemlerine goére daha iyi sonu¢ vermistir. Derin
ogrenme modellerinin farkli kombinasyonlar1 ile
yaklasik %75 ile %79 arasinda basari1 elde edilmistir.
(Jin, Liu, ve Lu, 2019) ¢alismasi, belirsiz kisaltmalarin
anlamlarinin kesin tanimlarimi bulabilmek icin sadece
Cift Yonlu Uzun Kisa Siireli Bellek modelini kullanmis
ve bes farkli veri seti lizerinde yapilan testlerde en
yiiksek basar1 macro-fl ile 98,3 + 3,5 olarak alinmustir.

Birliktelik Kurali algoritmalar1 (Mahgoub, R&sner,
Ismail, ve Torkey, 2008; Reategui, ve Ratté, 2019) gibi
calismalarda, metinden c¢ikarilan kelimelere kelimeler
arast iligkileri bulmak i¢in uygulanmistir. Bu galigmalar
gibi farkli konularda da Birliktelik Kuralinin genis bir
uygulama alan1 bulunmaktadir. Incelenen literatiirde
Apriori algoritmasinin kisaltmalarin agik karsiliklarmin
elde edilmesine yonelik kullanimina rastlanilmadigi igin
calismamizin katkisi, Birliktelik Kuralinin bu yoniiyle

de incelenmis olmasi ve kisaltmalarm  agik
karsiliklarinim bulunmasi isleminde O0grenme
algoritmalart  haricinde de yeni bir yaklasimimn
kullanilmasidir.

2. VERI KUMESI

Calismada kullanilmak iizere yedi farkli kisaltma ve
sekiz farkli agilim (Tablo 1) belirlenmis ve her kisaltma
icin icerisinde gectigi en az altt adet dokiiman
toplanarak bir veri seti hazirlanmigtir. Dokimanlarin
hazirlanmasinda Tablo 2‘deki web adreslerinden (web
adreslerinin her biri
https://www.ncbi.nlm.nih.gov/pubmed ile baglamaktadir)
46 adet Ozet tip metinleri almmustir. Metinlerin
icerisinde en az bir adet veya daha fazla kisaltma,
acilimlartyla birlikte yer almaktadir.
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Tablo 1. Calismada incelenen kisaltmalar

Kisaltma Acik Karsilig Kisaltma Acik Karsilig
DASH Disabilities of the Arm, Shoulder CA Carbohydrate Antigen
and Hand
TEA Total Elbow Arthroplasty PDA Posterior Descending Artery
PJI Prosthetic Joint Infection POLST _Ii’_?g/;;r(;l;i:tOrders for Life Sustaining
ORIF (F)i?gt]i (I)?neductlon Internal PDA Patent Ductus Arteriosus
Tablo 2. Veri kiimesinin elde edildigi web adresleri
#  Web Adresi Kisaltma #  Web Adresi Kisaltma # Web Adresi Kisaltma
1 /31942319 DASH 16 /32191561 PJI 31 /21853470 PDA
2 /31686586 DASH, ORIF 17 /32110908 ORIF 32 /30725892 PDA
3 /31272266 DASH 18 /32158578 ORIF 33 /10642773 PDA
4 /31382027 DASH 19 132282417 ORIF 34 /12910941 PDA
5 /30257773 DASH, TEA 20 /31949231 ORIF 35 /29298109 POLST
6 /29813168 DASH 21 /32106732 ORIF 36 /27696173 POLST
7 /31565456 TEA, PJI 22 /32057623 ORIF 37 125441841 POLST
8 /31149971 TEA 23 /31472701 CA 38 /23865958 POLST
9 /30784119 TEA 24 /31593132 CA 39 /16948957 POLST
10 /24145266 TEA 25 /17933139 CA 40 124743101 POLST
11 /23818030 TEA 26 /31826182 CA 41 /32211435 PDA
12 /32049563 PJI 27 /32090248 CA 42 /32175342 PDA
13 /31965585 PJI 28 /32226491 CA 43 /32143511 PDA
14 /31877146 PJI 29 /26197905 PDA 44 /32011298 PDA
15 /31857290 PJI 30 /23365974 PDA 45 /31983349 PDA
46 /31724543 PDA

Calismada kullanilan kisaltmalar 2 ile 6 arasinda
karakterden ve biiyiik harflerden olugmaktadir. Ayrica,
veri seti igerisinde PDA kisaltmasmm iki farkli
acilimina yer verilmistir. PDA’nin ilk agilimi olan
Posterior Descending Artery [29-34] dokiimanlarmda,
ikinci a¢ilimi olan Patent Ductus Arteriosus [41-46]
dokiimanlarinda bulunmaktadir. fleriki ¢alismalarda veri
klimesi ayni1 kurallar dikkate alinarak genisletilebilir.

3. ANALIiZ METODU

Onerilen yontemin ilk asamasinda, veri kiimesinin
icerisindeki  herhangi  bir dokiimanda yer alan
kisaltmalar belirlenerek hangi kisaltmalarm agik
kargiliklarinin bulunacagi bilgisi alimmistir. (Medical
Abbreviations, 2020)’deki Ingilizce tibbi kisaltmalar
sozliigiinde, kiigiik harf igeren kg=kilogram, syr.=syrup,

22

Se=selenium gibi kisaltmalara gore, MRI=Magnetic
Resonance Imaging, DI=Diabetes Insipidus gibi
cogunlukla hastalik veya teshis cihazlarini tanimlayan
ifadeler sozliigiin yaklagik %70’ini olusturdugundan, bu
tir yaygin ifadelere odaklanmak igin kisaltmalarin
seciminde 2 ile 6 karakter uzunlugunda ve biiyiik
harflerden olugmus olmalar1 kriter olarak belirlenmisgtir.

Ikinci asamada, kisaltmalar1 elde edilen kaynak
dokiimanin veri kiimesindeki diger dokiimanlarla
benzerlikleri Ol¢iilmiistiir. Bu islem oncesi dokiimanlar
on islem admi ile noktalama isaretlerinden, metin
icinde sikca tekrarlanan ve tek basina kullanildiklarinda
anlam tasimayan durak kelimelerden (a, an, the, vb.)
temizlenir, kok ¢ikarma (lemmatizasyon) islemi ile
kelimelerin koklerinin elde edilmesi saglanir.
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HI ... specific treatment protocol for
managing fungal infections after

TF-IDF HE PRI - TEA ={ ['total] }-{ ['elbow’] }-{ [arthroplasty] }

Kosing ...and outline our treatment
t g osinds algorithm fora rare case of
"..; prosthetic joint infection (PJI)...

PJI ={ ['prosthetic’] }-{ [joint] }-{ ['infection] }

Benzer
dokUmanla

Sekil 1. Sistemin akis semasi

Calismamizda kelimenin 6n veya son ekini atarak kok
haline geviren gdvdeleme (stemming) islemine (6rnegin,
studies, was, studying—>studi, wa, studi ) kiyasla,
kelimeleri sozlikteki kokenine goére elde eden kok
¢ikarma iglemi (6rnegin, studies, was, studying—>study,
be, study) tercih edilmistir. On islem asamasinda NLTK
kituphanesinden (Bird, Tan, Garrette, Ljunglof,
Nothman,  Korobov, ve Dimitriadis, 2020)
yararlanilmistir. Benzerligi oOlgiilecek tiim dokiimanlar
icin on islemin yapilmasinin amaci, dokiimanlari
kendilerine 6zgii kisaltma ve agik karsiliklar1 acisindan
ayirabilmektir. Onerilen sistemin genel akis1 Sekil 1°de
verilmistir.

Caligilan veri kiimesi i¢inde “DASH, TEA, PJI, ORIF,
CA, PDA, POLST” olmak iizere 7 kisaltma yer
almaktadir. Her kisaltmanin belirli bir konuya o6zgii
olmasi, ayn1 kisaltmalarn bulundugu dokiimanlar
benzerliklerine goére ayirmakta tamamen olmasa da
yardimcr olmaktadir. Ozellikle PDA gibi birden fazla
actk  karsih@  olan  kisaltmalarda  dokiiman
benzerliklerinin bulunmasi, islemi kolaylastirmaktadir.
Dokiimanlarin  benzerligi, tf-idf degeri ve kosinis
acisinin hesaplanmasiyla elde edilmistir. Terim frekansi
(tf), bir terimin bir dokiimandaki gecis sikligi olup, bir
dokiimanda ¢ok sayida olan bir kelimenin o dokiiman
icin belirgin bir degere sahip oldugu sdylenebilir.
Ancak, diger dokiimanlarda da bu kelimenin ge¢mesi
kelimenin degerini 6lgmek agisindan daha Gnemlidir.
Ters dokiiman frekans1 (idf) hesaplanarak kelimenin
tim dokiimanlar bazinda degeri elde edilir. Bu iki
Olgiitiin birlesimiyle elde edilen tf-idf degeri, kelimenin
dokiimanlarin tiimiinde ge¢mesi durumunda en diisiik
degerini alir. Dokiimanlarin tf-idf vektorel degerleri

kullanilarak dokiimanlar arasindaki benzerlik, kosiniis
benzerligi ile hesaplanir. Dokiimanlar ayn1 ise,
aralarindaki agmin sifir olmast nedeniyle benzerlik
degeri 1, benzer ise bire yakin olur. Dokiimanlarin
benzerliginin bulunmast i¢in gerekli tf, idf, kosinis
degerlerinin hesaplanmasinda scikit-learn
kltuphanesinden (Cournapeau vd., 2020)
faydalanilmistir. PDA kisaltmasinin  bulundugu 41.
dokiimanin diger dokiimanlarla olan benzerlik sonucu
Sekil 2’de sunulmaktadir. Sekil 2°de grafigin altinda 41.
dokimana en benzer olan dokiimanlardan en az benzer
olanlara dogru dokiimanlarin siralamasi da sunulmustur.

Dokiiman Benzerligi

10 LR
a8
2
& 06
[
o
=
§ 04
[}
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1] 43 45
32
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00 (1.12) ® <44
0 10 2 <)) 40
Dokumanlar

41 nolu dokiimana en benzer olanlardan az benzer olanlara dogru siralama:
41,42, 46, 45,43, 32,[29, 25, 31, 34, 44, 30, 1, 13, 33,10, 7, 19, 26, 36, 16, 14,
11,15,12,18,6,5,9,137, 40, 2, 3,21,27, 4,17, 24, 22, 38, 23, 8, 20, 28, 35, 39
‘PDA’ kisaltmasi igin alinan dokiimanlar: 41, 42, 46, 45, 43, 32

Sekil 2. 41. Dokiimanin diger dokiimanlarla olan
benzerliginin grafiksel gdsterimi
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Sekil 2‘de de gorildiigii gibi PDA=Patent Ductus
Arteriosus’ un bulundugu 41. dokiiman 44. dokiimani
daha benzer olarak bulmasi gerekirken 32. dokiimani
benzer bulmustur. Bu durum gibi diger kisaltmalar i¢in
de yapilan benzerlik islemi, farkli kisaltmaya sahip olan
dokiimanlarin benzer olarak algilandigi bir sonug
olusturabiliyordu. Aranilan kisaltmaya sahip
dokiimanlar siralandiginda ¢ogunlukla ilk 25 iginde yer
almistir. Bu nedenle aranilan kisaltmanm bulundugu
dokiimanlarin se¢imi genel olarak bu sinir igerisinde
yapilmigtir. Bu smir degerin verilmesi veri kiimesinin
daha biiyik olmasi durumunda bir avantaj
saglamaktadir. PDA kisaltmasinin birden fazla agik
kargilig1 oldugu i¢in ilk 25 dokiimandan se¢im yapmak,
diger agik karsiliga sahip dokiimanlarin da alinmasina
neden olacagindan bu kisaltmaya sahip dokiimanlarin
ilk 6°s1 i¢in inceleme yapilmistir. Apriori algoritmasmin
temel mantigina gore kelime sikligmm yiiksek olmasi,
bu kelimelerin olusturacag: alt kelime kiimelerinin de
goriinme ihtimalini yiikseltir, seklindedir. Bu anlamda
algoritmaya verilecek verilerin elde edilmesi igin
aranilan kisaltmaya 6zgili benzer dokiimanlar ile devam
eden islemler yapilmistir.  Veri  kiimesindeki
dokiimanlarda kisaltma ve ag¢ik karsiliklart Sekil 1°de
goriildiigli gibi parantez icinde bir kisaltma ifadesi ve
parantezin sol tarafinda da kisaltmaya ait acik
kargiliklar1  verilmis sekildedir. Dokiiman igindeki
kisaltmalarin bu acik karsiliklarina ulasabilmek adina
“(” igareti oncesi 11 eleman alinip bu kelime gruplar1 6n
islem basamagi ile noktalama isaretlerinden, durak
kelimelerden temizlenmis, kok ¢ikarma islemi ile
kelimelerin ~ sozliikteki ~ koklerinin  elde edilmesi
saglanmistir. Kelime gruplari 6n iglem basamag ile
daha belirgin kelime gruplart haline getirilmistir. PDA
kisaltmasinin bulundugu 41, 42, 46, 45, 43 ve 32.
dokiimanlardan elde edilmis kelimelere ait histogram
grafigi Sekil 3‘te sunulmaktadir.

Her benzer dokiiman igin elde edilen bu kelime gruplar
temelinde Birliktelik Kurali uygulanmistir. Sekil 4’te
genel olarak ifade edilmis sézde koda dayanan Apriori
algoritmasi calistirilmistir. Incelenen kisaltmalar igin
algoritmanin ii¢ adim ilerlemesi yeterli olmustur.

Birliktelik Kuralma goére kelime-1 varsa kelime-2 ile
birlikte ortaya ¢ikacagi, kelime-7 — kelime-2 ifadesi ile
belirtilir. Egik destek degerinin {istiindeki 0ge alt
kiimelerinin elde edildigi algoritmada giiclii birliktelik
kurallar1 olusturmak igin gliven degerinin de yiiksek
olmasi beklenir. Destek ve giliven degerleri icin denklem
1 ve denklem 2 kullanilmustir.
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Histogram Grafigi
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Sekil 3. 41, 42, 46, 45, 43 ve 32. dokiimanlardan elde
edilmis kelimelere ait histogram grafigi

Ff=adim
Li=k. adundaki sik gecenler kiimesi
Basla
Li={sik gecenler-1 kiimesi}
k2
while Li-1!=0 do
Cr—aday kelime kiimesi (Lk-1)
Cr.frek<—aday kelime kiimesi frekanst (Cx)
Li—Cryt esik destege gore ayirma (Cr.frek, mindestek)
k—k+1
return L
Son

Sekil 4. Apriori algoritmasi s6zde kodu

Destek (kelime — 1 = kelime — 2) = =

&

o))
@

Giiven (kelime — 1 — kelime — 2) = %
a, kelime-1 ve kelime-2’nin bir arada bulundugu kiime
sayis;; €  kaynak kisaltmayr iceren  benzer
dokiimanlardan elde edilen toplam kiime sayisi; o,
kelime-1’in bulundugu kiime sayisin1 ifade etmektedir.
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4. DENEYSEL SONUCLAR

Tablo 3. Kisaltmalarin ¢aligmadan elde edilen agik karsiliklari

Dokiiman No Kisaltma ve Acik Karsihigi
1,2,3,4,5,6 DASH={['disability'}-{['arm}-{['shoulder']}-{['handT}
5,7,8,9 10,11 TEA={['total'1}-{['elbowT}-{['arthroplasty']}

7,12,13,14, 15,16
2,17,18, 19, 20, 21, 22
23, 24, 25, 26, 27, 28
29, 30, 31, 32, 33, 34
35, 36, 37, 38, 39, 40
41, 42, 43, 44, 45, 46

PJI={['prosthetic }-{['joint}-{['infection]}
ORIF={['open'1}-{['reductionT}-{['internal T}-{[ fixation']}
CA={['carbohydrate']}-{['antigen']}

PDA={ ['posterior']}-{['descend']}-{['artery']}
POLST={['physician'T}-{['order}-{['life']}-{['sustain]}-{[ treatment}
PDA={['patentT}-{['ductus']}-{['arteriosus}
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Sekil 5. Her kisaltma i¢in gereken minimum destek ve ortalama giiven degerleri

Metin igindeki kisaltmanin agik karsiligmin kural
tabanli bulunmasima yénelik yapilan ¢alismamizda elde
edilen kisaltma ac¢ilim sonuglar1 Tablo 3’te
sunulmaktadir. Sistem tiim kisaltmalarin acik karsiligini
farkli minimum destek degerleriyle elde edebilmistir.
Tim kisaltmalar i¢in ortak kullanilan %50 minimum
destek degeri ile agik karsiliklar1 aranan 8 kisaltmanin
(POLST kisaltmasi harig) 7’si igin sonuca ulagilmistir.
Bu anlamda sistemin genel dogrulugu %87,5’tir. POLST
kisaltmas1 i¢in %18’lik bir minimum destek degeri
kullanilmistir.

Apriori algoritmasi ile kisaltmalarin elde edilmesi igin
gereken minimum destek degerleri ve olusan kurallar
dahilinde elde edilen giiven degerlerinin ortalamasi da
Sekil 5’teki grafikte sunulmaktadir.

Calismamizda 2 harfli (CA), 3 harfli (TEA, PJI, PDA), 4
harfli (DASH, ORIF), 5 harfli (POLST) kisaltmalarin,
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ayni dokiimandaki birden fazla kisaltmanin (6rnegin,
DASH-ORIF, DASH-TEA, TEA-PJI), ayni harf
dizilimine fakat farkli agilimlara sahip (6rnegin, PDA)
olan kisaltmanin ag¢ik karsiliklar1  bulunmustur.
Dokiimanlardan elde edilen kelime gruplarinin Apriori
algoritmasina verilmeden Once 6n islem asamasinda
¢ikarllan noktalama ve durak kelimeleri DASH
kisaltmasinin agik karsiliginda (Disabilities of the Arm,
Shoulder and Hand) yer alan kelimelerin isleme
alinmamasina neden olmustur.

Ayni dokiiman (6rnegin, 2, 5, 7) icerisindeki iki
kisaltmanin agilimlarinin elde edilmesinde minimum
destek o degeri her iki kisaltmanimn acik karsiliklarinin
bulunabilmesine gore ortak verildiginden grafikte 2 ve 5
nolu dokimanlardaki DASH kisaltmasi ile 7 nolu
dokiimandaki PJI kisaltmast daha yilksek minimum
destek degeri ile isleme almmuistir.
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Aynm1  harf diziliminde farkh
kisaltmalarin (6rnegin, PDA) bulundugu dokiimanlar
benzerlik islemiyle ayrildiginda kisaltmanm ayni
acitlimna sahip diger dokiimanlarin yaninda farklh
acilimina sahip dokiimanlarda isleme eklenebilmistir bu
durum minimum destek degerini artrma gerekliligine
neden olmustur. Ayni kisaltmayr igeren benzer
dokiimanlar iizerinden islem yapilmasi nedeniyle Sekil
S5‘%e goriildigi gibi ORIF kisaltmasinda ayni sabit
minimum destek degerine gore ortak sonu¢ alimmustir,
farkli  dokiimanlarin isleme ecklenmesi ile CA
kisaltmasinda farkli minimum destek degerinin
verilmesi gerekmistir.

acilimlara  sahip

Kisaltmalarm agik karsiliklarinin bulunmasi isleminde,
elde edilen ortalama giiven degerleri PJI ve POLST igin
%80 Uzerinde, CA ve ORIF icin %94 (zerinde, PDA,
DASH ve TEA i¢in %100 olarak bulunmustur.

Calismada tiim veri seti iginden dokiimana benzer ilk 25
dokiimana yonelik bir sinir deger lizerinden islemlerin
devam etmesi, seti i¢ine eklenecek farkli
kisaltmalarin (6zellikle birden fazla acik karsiliga sahip)
bulunmasinda bir kisit olarak goriilebilir, bu durumda
tim wveri seti i¢in en uygun sinir degeri/degerleri
belirlenerek islemler yapilabilir.

veri

5. SONUC
Bu c¢alismada  PubMed  Ozetlerinde  bulunan
kisaltmalarin  agik karsiliklarnin = elde edilmesine

yonelik Birliktelik Kurali temelinde bir yaklagim
sunulmustur. iki ile alti karakter arasmda ve biiyiik
harften olusan kisaltmalarin agik karsiliklari, bir
dokiimanda bir veya birden fazla kisaltma olmasi
durumunda bulunabilmistir. Birden fazla acik karsiliga
sahip olmasi nedeniyle agiliminin bulunmasi sorun olan
kisaltmalarin dogru agilimlar1 Apriori algoritmasi ile
yapilabilmistir. Onerilen yontem tiim kisaltmalarin agik
karsiliklarini  farkli  minimum destek degerleriyle
%100’liik bir basar1 ile elde edebilmistir. Ortak
belirlenen bir minimum destek degerine gore islem
yapildiginda elde edilen bagsar1 %87,5 olmustur.
Kisaltma a¢ilimlarimin  bulunmasi i¢in  kullanilan
Ogrenme algoritmalarmin egitim i¢in uzun zaman
gerektirmesi nedeniyle 6nerilen bu yontem ile daha kisa
sirede sonuca ulasildigindan  alternatif  olarak
onerilebilir.
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