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Log-Lineer Modeller ve Kadina Yonelik Siddet Uzerine Bir Uygulama
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0z
Kategorik degiskenler sosyal ve davranmigsal bilimlerde yaygin olmasina ragmen,
kullanimlar1 sadece bu alanlarla sinirli degildir. Bu tiir degiskenler genellikle ¢apraz tablolar
seklinde diizenlenmektedir. 2-boyutlu ¢apraz tablolar, iki kategorik degiskenin bagimsiz olup
olmadigina odaklanmaktadir. Tkiden fazla kategorik degiskenin oldugu durumlarda, iki ya da
daha fazla kategorik degisken arasindaki iliski yapisini inceleyen log-lineer modeller
kullanilabilir. Log-lineer modellerde, tam bagimsizlik modeli, kismi bagimsizlik modeli,
kosullu bagimsizlik modeli, homojen iliski modeli ve doymus model gibi ¢esitli modellerin
tahmin edilmesi ile en uygun model belirlenmektedir. Temel amag, degiskenler arasindaki
bazi bagimsizlik tiplerini ve degiskenler arasindaki iliskiyi belirlemektir. Bu ¢alismada, log-
lineer modeller tig-boyutlu ¢apraz tablolarin analizinde kullanilmis, uygun modelin se¢ilmesi
asamas! incelenmistir. Bu amacla, uygulamada, TUIK (Tiirkiye Istatistik Kurumu) tarafindan
yapilan “Tiirkiye’de Kadma Yonelik Aile I¢i Siddet Arastirmasi” (2008) mikro verisi
kullanilarak ti¢-boyutlu bir ¢apraz tablo olusturulmustur.

Anahtar Kelimeler: Log lineer modeller, ¢apraz tablolar, kadina siddet

An Application on Log-Linear Models and Violence Against Women

Abstract

Although categorical variables are common in the social and behavioral sciences, their
usage are not restricted to those areas. These kind of variables are generally represented by
contingency tables. Two-way contingency tables emphasize whether the two categorical
variables are independent. If there are more than two categorical variables, log-linear models
can be used for the relationship among two or more categorical variables. In the log-linear
models, the most appropriate model is determined by the fit of the various models, such as
full independence, partial independence, conditional independence, homogeneous relationship
and saturated models. The main purpose is to determine some types of independence between
variables and the relationship among the variables. In this study, log-linear models are used to
analyze three-way contingency tables, and selection of the appropriate model is examined.
For this purpose, TSI (Turkish Statistical Institute) “The Research on Domestic Violence
against Women in Turkey” 2008 raw data set is used to construct a three-way contingency
table.
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Giris

Sosyal bilimlerle ilgili yapilan
arastirmalarda  genellikle degiskenlerin
Olgiim diizeyi smiflama (nominal) ve
siralama (ordinal) tirt Olgekle

ol¢iildiigiinde, parametrik olmayan
teknikler uygun olmaktadir. Bilindigi gibi,
capraz simiflandirilmis kategorik verilerin
iki-boyutlu olmas1 durumunda Pearson 72
istatistigi ve G? olabilirlik oran testi
kullanilmaktadir.

Ug-boyutlu  capraz  siniflanmis
verilerin analizi s6z konusu oldugunda,
miimkiin  olan 2-degiskenli  marjinal
tablolarmn elde edilerek ayr1 ayr1 klasik 2
testi uygulanmasi, yiiksek dereceden
etkilesimin thmal edilmesine ve
incelemeye alinmayan {iciincli degiskenin,
diger degiskenler lzerindeki etkisi ayirt
edilemediginden bilgi kaybma neden
olmaktadir.

Verilerin  2-3 veya ¢ok-boyutlu
capraz tablolarla ifade edildigi durumlarda,
log-lineer modeller, c¢apraz tablolardaki
goze sikliklarin1 modellemek i¢in kullanilir
ve kategorik degiskenler kiimesi arasindaki
iligki yapilarini tanimlar.

Log-lineer analizde verinin
toplanma bicimine gore bir dagilim
varsayimi yapilir; modelin dogru oldugu

varsayimi altinda tahminler elde edilir ve

modelin veriye uygunlugunu test etmek

ISSN: 2536-4383

icin hipotez kurulur. Son olarak, modeli
degerlendirmek  i¢in, bu  tahminler
gbozlenen degerler ile karsilastirilir. Bu
yolla orneklem verisinden yararlanarak
kitle hakkinda ¢ikarsamalar yapilir [1].

Log-lineer analiz  ile ilgili
calismalar tilkemizde genellikle tig-boyutlu
capraz tablolar kullanilarak yapilmistir. Bu
caligmalardan bazilari; [2], karayollari
donanim durumunun trafik kazalarina
etkisini arastirmig; [3], gOc¢ istatistikleri
lizerine bir uygulama yapmus; [4], sigara
bagimliligini agiklayabilmek igin log-lineer
analizden vyararlanmis; [5], trafik kaza
verilerini log-lineer analiz ile incelemis;
[6], log-lineer modeller ve uyum analizini
birlikte kullanarak, lise 6grencilerinin
sigara igme aliskanliklarmi etkileyen
faktorleri belirlemislerdir.

Bu calismada da ii¢-boyutlu capraz
tablolar  i¢in  log-lineer  modellerin
olusturulmas1 ve en uygun modelin
secilmesinin  bir uygulama iizerinden
aciklanmasi hedeflenmektedir.

Uc-Boyutlu Capraz Tablolar I¢in Log-
lineer Modeller

U¢ veya daha ¢ok kategorik
degiskenin bulundugu c¢apraz tablolarin
cozlimlemesinde, tim  degiskenlerin
etkilesimlerinin modele alindig1 hiyerarsik
modeller

logaritmik dogrusal

kullanilmahdir.  Hiyerarsik  logaritmik
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modeller, ana etkileri ve sirasiyla ikili, ii¢lii
ve ¢oklu etkilesimleri modele alarak, en iyi
modele ulasan ve bulunan modele gore
verileri analiz eden bir yontemdir [7].

Uc¢ boyutlu tablolarda i satir
degiskenini, j silitun degiskenini ve k
tabaka degiskenini gostermek lizere; A, B
ve C kategorik degiskenlerinden olusan ii¢
boyutlu c¢apraz tablo i¢in doymus
(saturated) log-lineer model asagidaki gibi
yazilabilir:
log(f,) = A+ A"+ 27+ A5+ 2/° + 25+ 22+ 20 (1)
Burada,

At AL, af

i i k!

sirastyla A, B ve C

degiskenlerinin ana etkilerini,

A%, A ve B degiskenlerinin birlikte

ij

etkilesimini,

24, A ve C degiskenlerinin birlikte

ik !

etkilesimini,

Ay, B ve C degiskenlerinin birlikte

etkilesimini,

ABC oe
A s Tiim

degiskenlerin  birlikte

etkilesimini gostermektedir [8].
Uc¢ boyutlu c¢apraz tablolar igin

Esitlik (1)’de verilen log-lineer modelin

parametreleri,
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A=f.

Al=f.—f
A=f~f
Al =f— 1.

A =1~ f—f ]
Ao =fo—f. = fu+f.
Ay =fu—f ~fi+f
A =y f—fu—fut foA A+ S

bi¢iminde yazilabilir [9].
Bu parametrelerde bulunan terimler

asagidaki gibi hesaplanmaktadir:

f = j=1 k=1 : fo= i=1 k=1 :
JK ! IK

| J K
f..k - 1 fij. - K ’

A, B ve C kategorik degiskenlerine
sahip li¢ boyutlu IxJxK c¢apraz tablosu,

bagimsizligin farkli tiplerine sahiptir.
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Modellerin A¢iklanmasi (Me). Ms modeli Esitlik (4)’te gosterildigi

Ug-boyutlu  ¢apraz  tablolarda, gibidir:

ilgilenilen 8 model vardir. Bu tiir logf,, = A+ A% + A% + A + A% 4 25 (4)

ijk

tablolarda ii¢ boyut; satir, siitun ve tabaka
olarak adlandirildiginda, ilk model (Mo) i=1,2, 0, j=1,2,---,J, k=1,2,--- K

tam bagimsizlik modeli olup, bu modelde, . o .
Mg modeli Esitlik (5)’te verilen
satir, siitun ve tabaka degiskenleri ) o
homojen iligkili (homogeneous
birbirinden bagimsizdir: o L )
association) modelidir ve biitiin degisken

logf,, = A+ A" + 4] + A (2 ciftlerinin kosullu bagimsizhigmi gosterir.
i=1,2,--,1,j=1,2,---,J ,k=1,2,--- K Bu model icin; herhangi iki degisken
L . arasindaki kosullu odds oranlari, igiincii

Kismi bagimsizlik modelleri olarak

. degiskenin her bir diizeyinde aynidir [8].
adlandirilan 3 model; satir, siitun ve

tabakadan bagimsizdir (My1); siitun, satir ve logfy, = A+ 2 + 4] + 2 + A" + 45+ 250 (5)

tabakadan bagimsizdir (M2) ve tabaka, =120, j=12,d,

satir ve siitundan bagimsizdir (Mz) olarak k=1,2,--- K Ug-boyutlu

tanimlanir. M1 modelinin gosterimi Esitlik capraz tablolar icin log-lineer

(3)’teki gibidir: modeller Tablo 1’de

Ozetlenmektedir [15].
logf, = A+ A" + 2+ A+ Ay° (3)
i=1,2, 0, j=1,2, 0 k=1,2,--. K Tablo 1. Log-lineer Modeller: Mo, M1...M7
e T Modellerine Ait Genel Bilgiler
Kosullu bagimsizlik modelleri de 3 SD

Model Gisterim H (Serhestlik

tane olup; bu modellerde bir degiskenin derecesi)

. g . .. o Tam Bagmsizhk ABC M i=4A 4, | RCKRCK+2
sabit oldugu her kismi tablo i¢in, diger ;i AB0 I

' (ABC) M A=k, R-1)(CK-1)
degiskenler kosullu bagimsiz olarak Kom Bagmsulik | BAC i 1=hh, Cl]RKl)
tanimlanmaktadir  [8]. Bu  modeller; (CAB) My | A=A K-1)JRC-1)
herhangi bir tabakanin diizeylerinde satir (ACBO) | My | A=Ay /i, K(R e

Kosullu T
ve siitun bagimsizdir (Ma); herhangi bir Bagiuszlik UBBO) | M | heAd | CRIED
) (AC, AB) Ms | h=ddiJh | RG DEK-1)
siitunun diizeylerinde, satir ve tabaka Homojen Tl —
o o0 | BBACEO) | M| AAAA | RDCIK
bagimsizdir (Ms); herhangi bir satir Model \ | M| AThA | RICIED

verildiginde, silitun ve tabaka bagimsizdir
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Modellerin Testi

Ug-boyutlu tablolar igin modellerin
uygunlugu test edilirken, G? olabilirlik

oran test istatistigi kullanilmaktadir:

G2 zzzijkﬁjk(lnﬁjk I f,f,ka

n

Ki kare testi biiyiikk Orneklemler
icin G*’ye yaklastigindan dolayi, iki test
istatistigi de birgok tabloda benzer
degerlere sahiptir. Fakat G* olabilirlik
oran istatistigi tam boliinebilme 6zelligine
sahip oldugundan Ki kare test istatistigine

kars1 Ustiinliik saglamaktadir [10].

Uygun Modelin Se¢cimi

Cok-boyutlu ¢apraz tablolarda tablo
boyutu arttikga, miimkiin uygun model
sayist da artmaktadir. Buradaki amag;
veriyi agiklayan ya da veri yapisina uyan,
miimkiin oldugunca az parametreden
olusan modeli belirlemektir.

Uc-boyutlu  tablolarda  uygun
modelin se¢imi yapilirken, kullanilabilecek
yaklasimlardan biri, adimsal (stepwise)
yontemlerdir. Bunlar, basit modellere
terimlerin eklendigi “ileriye dogru se¢im”;
baslangigtaki en genis modelden terimlerin
cikarildig1 “geriye dogruyu se¢im” ve
baslangictaki modele terimlerin
eklenebilecegi  veya  cikartilabilecegi

“bilesik yontemler” olarak ii¢ sekilde
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siiflandirilmaktadir. Herhangi bir model
secim Olcltiiyle birlikte
kullanilmadiklarinda uygun model se¢imi
icin giivenilir olmayabilmektedirler.
Modelde kaginci dereceden
etkilerin bulundugunu test etmek igin
kullanilan, K-yonlii etkilerin anlamliliginin
test edilmesi; en uygun modelden ziyade,

uygun model adaylari belirlemek igin

kullanilir.

Uygun Modelin Seciminde Kismi ve
Marjinal iliskiler

[11] doymus modeldeki (Es.1)
(biitin etkilerin dahil oldugu model) her
terimin modelde olup olmayacaginin
kontroliinii  saglamak icin, kismi ve
marjinal iligki testlerini Onermistir. Bu
testler, baslangic modelini belirlemek i¢in
kullanilmaktadir.

Marjinal iliski testi, k degiskenden
olusan marjinal tabloda, k-degiskenli
etkilesim etkisinin sifir olup olmadiginin

testi olarak tanimlanmaktadir [12].

Omegin, A, B ve C’nin marjinal iligki testi;
tabloyu A, B, C marjinli hale indirgeyerek
yapilir. Olusturulan marjinal tabloda;
ABC=0’1n testi;
(ABC) modeline karsi, (AB, AC,
BC)’nin test edilmesidir.
AD’nin marjinal iliski testi;
(AD)’ye karsi, (A, D)’nin test

edilmesidir.
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[11]°in k degisken arasindaki kismi iligki
testi ise, k dereceli modelin G%si ile,
ilgilenilen k-dereceden etkilesimin dahil
olmadig1 modelin G?’si arasindaki farktir
[12].

Omegin, 4 boyutlu bir capraz
tabloda, ABC teriminin kismi iliskisinin
test edilebilmesi i¢in; (ABC, ABD, ACD,
BCD) modeli ile (ABD, ACD, BCD)
modelinin G?’ler ve serbestlik dereceleri
arasindaki fark, ABC teriminin kismi
iligkisinin test edilmesini saglamaktadr.

[11]1in testlerini kullanarak
baslangic modeli se¢mek i¢in birkag
yontem vardir [13]:

a) Marjinal testlerden énemli bulunan tim

terimlerin modele dahil edilmesi,

b) Kismi testlerden 6nemli bulunan tiim

terimlerin modele dahil edilmesi,

¢) Marjinal ya da kismi testlerde 6nemli
bulunan biitliin terimlerin modele dahil

edilmesi,

d) Hem marjinal hem de kismi testlerde
onemli bulunan terimlerin modele dahil
edilmesi.

Yontem (d) her zaman en kiigiik
modeli verirken, (c) yontemi her zaman en
biiyilk modeli vermektedir. Ayrica (d)
yontemi ileriye dogru secimde baslangig
modeli belirlemek i¢in kullanilirken, (C)

yontemi geriye dogru se¢imde baslangic
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modeli belirlemek icin
kullanilabilmektedir.  Dort  yontemden
herhangi biri bilesik adimsal yontem i¢in
baslangig modeli belirlemede

kullanilabilmektedir [13].

Bilgi Olgiitleri

Bu c¢alismada, uygun modeller
arasindan en uygun modelin belirlenmesi
amaciyla kullanilan bilgi 0lgiitlerinden
AIC (Akaike bilgi dlgiitii) ve BIC (Bayesci
bilgi oOl¢iitii)’ye yer verilecektir. Bilgi
oOlciitleri genel olarak, bir modeli diger bir
modele kars1 test etmekte kullanilan G2 test
istatistiginin  yetersiz  oldugu saviyla

gelistirilmistir [14].
AIC = A, =G*(M)-[q-2r] (6)

BIC =G’ —klogn (7

Uygulamada, en kiigilk AIC/BIC
degerine sahip modelin en uygun model

olduguna karar verilir.

Uygulama

Ug-boyutlu ¢apraz tablo analizinde,
log-lineer modellerin belirlenmesi ve en
uygun modelin secilmesine yonelik bu
calismada; TUIK  (Tiirkiye Istatistik
Kurumu) tarafindan yapilan “Tirkiye’de
Kadma Yonelik Aile Ici  Siddet
Aragtirmas1”  (2008)  mikro  verisi
kullanilarak olusturulan ti¢-boyutlu ¢apraz

tablolardan biri ele alinmistir. Sozii edilen
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arastirmada, 12795 kadin katilimciya anket
yapilmistir ve Tiirkiye’de kadina yonelik
siddetin boyutlari ve nedenleri
arastirilmistir.

Tablo 2’de wverilen tig-boyutlu
capraz tabloda yer alan degiskenlere ait
bilgi asagida verilmistir. Burada, intihar
degiskenine karsilik gelen soru

“Hayatiniza son vermeyi hi¢ diisiindiiniiz
mii?” seklindedir [15].

Satir degiskeni:
Yasadig1 yer/Ikamet adresi (Y);
1: Kent 2: Kir

Siitun degiskeni: Intihar (I);

1: Intihar1 diisiinenler

2: Intihan1 diisiinmeyenler
Tabaka degiskeni: Yas(A);
1: 15-22 2: 23-30 3: 31-38 4: 39-46 5: 47+

Tablo 2. Yasadig: Yer, Yas ve Intihar
Capraz Tablosu

Yasadigi Yer Intihar (I)

f“-’% Yas(4) Evet Hayir
15-22 411 1146

23-30 584 1751

Kent 31-38 470 1766
39-46 303 1285

47+ 321 1350

15-22 148 445

23-30 167 536

Kir 31-38 151 535
39-46 121 492

47+ 122 641

Oncelikle degiskenlerin  bilesik,
marjinal ve kosullu olasiliklar1 bulunmus

ve Tablo 3’te verilmistir.
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Tablo 3. Yasadigi Yer, Yas ve Intihar I¢in
Bilesik ve Marjinal Olasiliklar

Intihar

Y.Y Y
e " Evet Hayr

1522 0321 0,0896*
2330 | 0,0456 0,1369
Kent | 3138 | 00367 01381 |P1.=0,7373*
3946 | 0,0236 0,1005
47+ 0,0251 0,1087

1522 | 00115 0,0348
23-30 0,013 0,0419
Kr | 3138 | 00118 00418 | P2.=0,2626
39-46 | 0,0094 0,0384
47+ 0,0095 0,0501

p.=0.2188* | p.=0.7811

p.1.=0,1681 p2=02376
p.3=0,2285
p.5=0,1935

p.4=0,1721

Tablo 3°’ten de gorildigi gibi,
kentte yasayan, yas1 15-22 arasinda olan ve
intihar etmeyi diisinmeyen kadinlarin
yiizdesi %8,96’dir. Kadimlarin %73,73’1
kentte yasamaktadir. Ankete katilan
kadinlarin %21,88’1 intihar etmeyi bir kez

olsun disiindiiklerini belirtmislerdir.

Tablo 4’te gapraz tablo i¢in kosullu

olasiliklar goriilmektedir.
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Tablo 4. Yasadigi Yer, Yas ve Intihar Icin
Kosullu Olasiliklar

. . Intihar
Yasadig: yer Yas Evet Haver
0,043* 0,1215
1522 0.1911 0,533
0.1468 0.1147
0,0619 0.1857
23-30 0.1922 0,5763
0.2087 0.1753
0,049 0,1873
Kent 31-38 0.1608 0,6043*
0.1679 0.1768
0,032 01363 |
39-46 0.1376 0.5838
0.1082 0.1286
0,034 0.1474
47+ 0.1297 0.5618
0.1147 0.1391
0,044 0,1325
1522 0,068 0.2069
0.0528 0,044
0,0497 0.1596
23-30 0,0549 0.1764
0.0596 0.0536
0,0449 0,1593
Kir 31-38 00516 0,183
0.0539 0.0535
0,036 0,1465
39-46 0,0549 02235
0.0432* 0.0492
0,0363 0.1908
47+ 0.0493 0,259
0.0436 0,0641
Kentte yasayanlar icginde, 15-22
yasinda ve intihar etmeyi diisiinen
kadinlarin  ylizdesi  %4,35’tir.  31-38

yasinda olanlar icinde, kentte yasayanlar
ve intihar etmeyi diisiinmeyenlerin yilizdesi
% 60,4’tiir. Intihar etmeyi aklindan gegiren
kadinlarin iginde, kirda yasayan ve 39-46

yas arasinda olanlarin yiizdesi % 4,32’dir.

Log-Lineer Modellerin Belirlenmesi

Tablo 5’te tanimlar1  verilen

modeller,  Yasadign  Yer*Yas*Intihar

capraz tablosu icin olusturulmus ve tabloya
uygunluklar test edilmistir. Test edilen ilk
model Mo RED

olup edilmistir.

Dolayisiyla yasadigi yer, yas ve intihar
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degiskenleri birbirinden bagimsiz degildir.
Diger modeller de test edilerek tablo
yapisina uygun, yani hipotez testi kabul

¢ikan modeller belirlenmistir.

Tablo 5. Mo 'dan M7’ye Modellerin Testi

| Model | Gisterim G | sp| P | Hipotez
My (Y AL 130601 | 13 | 0000 RED
My (YAL 62477 | 9 | 0,000 RED
M: (AYD) 129007 | 12 | 0,000 | RED
M (1.YA) T8 | 9 | 0000 RED
A (YLAD | 60884 | 8 [ 0000 | RED
M: | (YAAD | 4158 | 5 | 0327 | KABUL
Mg Y1, YA) TO688 | 8 | 0,000 RED
M: | (VA YLAD [ 3246 14 | 0517 | KEABUL

Tablo 5’ten goriilebilecegi gibi Ms

ve M7 modelleri tablo yapisina uygundur:
Ms : lije= A4 2"+ Ao/ A"+ Ay A+ Ago™

M7 o g A Ao+ Aottt hp A+
Mk Y+ Agig™

K-Yonlii Etkiler

En uygun modelin ayn1 zamanda en
az terim iceren model olmasi tercih
edildiginden, oncelikle ka¢inci dereceden
etkilesimlerin ~ 6nemli  oldugu  test
edilmelidir. Test yapilirken hiyerarsik log-

lineer analizden yararlanilir.

Tablo 6. K-Yonlii Etkiler

Olabilirlik Oram Pearson

K |so |7 p |7 b
K- Derecedenve Daha |1 19 [7677.264  |,000 |8386,271 |,000
Yiksek Dereceden 2 |13 130599 [,000 [132.698  |,000
Etkiler 308 [33m S0 p3st sl
K. DerecedenEtkiler |1 6 7546664 000 |8253.573 |.000

2|9 127255 [,000 129347 |,000

304 3w 502 [3351 501
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1) Ho: uw=u@e=u@=Uaz Ua3)= uUE3)>=0
(Birinci dereceden/Yalin etkiler

Onemsizdir)
Hi: U@es)=Ua2=Uas)=u@23=0 (Birinci
dereceden/Yalin etkiler 6nemlidir)

G?=7677,264 ve p=0,000 oldugundan
dolayt Ho RED edilir. Yalin etkiler

onemlidir.

2) Ho: Uazs)=Ua2) Uas)= Ues) =0 (Ikinci

dereceden/Ikili etkiler dnemsizdir)

Hi: ua2=0  (ikinci dereceden/ikili

etkiler onemlidir)
G?=130,599 ve p=0,000 oldugundan Ho
RED edilir. Ikili etkiler dnemlidir.

3) Ho: u23)=0

etkiler 6nemsizdir)

(Ugiincii dereceden/Uglii

G?= 3,344 ve p=0,502 oldugundan
dolay1 Ho KABUL edilir. Uclii etkiler

Onemsizdir.

Tablo 6’dan elde edilen sonuglara
gore ana etkiler ve ikili etkilesimler 6nemli

cikmustir.
Kismi ve Marjinal iliskilerin Testi

Tablo 6’da ikinci dereceden
etkilesimlerin 6nemli oldugu belirlendikten
sonra, hangi ikili etkilesimlerin modelde
olmas1 gerektigine karar verebilmek
amaciyla, Tablo 7’de verilen kismi ve

marjinal iliski testleri yapilmistir.

ISSN: 2536-4383

Tablo 7. Kismi ve Marjinal Iligki Testi

Kismi Marjinal
Etki | 3D |fliki 7 Kismiiliskip | Marj. fliski 7 Tiski p
Y 1 ]2997.703 | 0000000 2997.703 0,000000
A 4 1258157 10,000000 238,157 0,000000
I 1 | 4284.249 | 0,000000 4284.249 0,000000
YA |4 | 57667 | 0,000000 38326 0,000000
Vo1 (0849 0356787 1,508 0219417
A 4 [67336 ]0,000000 67.993 0,000000

Tablo 7°ye gore “Y”, “A” ve “I”
ana etkileri ile hem marjinal, hem de kismi
iligki testinde Onemli ¢ikan “Y*A” ve
“Ax[”jkili

etkilesimlerin ~ modelde

olmasinin gerektigi goriilmektedir.
Dolastyla bu testlerin sonucuna gore uygun

model,
Ms (lii= A4 o)+ Ao+ Ay ™™+ Ago™) (8)
dir.
En Uygun Modelin Belirlenmesi

En uygun modelin belirlenmesinde
adimsal yoOntemlere basvurulmus; bunun
icin Statistica paket programi kullanilmis
ve Tablo 8’de gosterildigi gibi Esitlik
(8)’deki Ms modeline ulagilmstir.

Tablo 8. Geriye Dogru Segim Islemine
Gore En lyi Model

Eniyi baslangic modeli: | /=3 9478 | SD=4 | p= 05173
YA, Y1, Al '

En iyi model: YA, Al 7=40974 |SD=5 | p= 0335

Tablo 5’te iki tane uygun model
bulundugundan, bilgi Olgiitleri yardimiyla
da en uygun modelin hangisinin olduguna
bakilmas1 gerekmektedir. M5 ve M7
modelleri i¢in elde edilen bilgi Olgiitleri
Tablo 9’da verilmistir.
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Tablo 9. AIC ve BIC Sonuglar
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bakarak en uygun modelin belirlenmesi

amagclanmustir.

Burada

Z>1,96

olan

AIC BIC
Ms -5,842* -2,347
My 11,246 -14,968%

Tablo 9’daki sonuglara gore; AIC
olgitii ile en uygun model Ms, BIC olgiitii

etkilerin modelde yer almasi

gerekmektedir. Ana etkiler ile “Y*A” ve
“AX[” ikili

etkilesimler ~ Onemli

bulunmustur. Dolayisuyla BIC o6lgiitline

ile en uygun model My olarak gore de en iyi olduguna karar verilen Ms
belirlenmistir. Genel olarak BIC o6lgiiti modeli (Es. 8), en uygun modeldir ve
daha givenilir olarak intihar degiskeninin diizeylerinde,
degerlendirildiginden, son olarak Tablo kadinlarin ya$ad1klarl yer ve yaslarl
10°da  verilen parametre tahminlerine birbirinden baglm51zd1r_
Tablo 10. Parametre Tahminleri
95% Giiven Aralig
Etki Param.| Tahmin | Std. Hata Z P Alt sinir Ust sinir
1 007 .025 287 774 -,041 056
S 2 005 .023 229 819 -,040 051
3 -.026 .024 -1,106 269 -,073 .020
4 -.022 ,026 -.851 ,395 -,074 .029
1 -.0206 .025 -1.039 ,299 -,074 .023
VEA 2 ,091 ,023 3.957% ,000 046 137
3 065 .024 2,710% 007 018 d12
4 -,048 026 -1.832% 067 -,100 003
Y*I 1 011 012 918 359 -,013 036
1 116 025 4,675% 000 067 164
A* 2 081 .023 3.521%* ,000 036 127
3 000 024 012 990 -.047 047
4 -.064 .026 -2.438%* 015 - 116 -.013
Y 1 S17 J0l12 41,705% ,000 493 541
1 -.084 J025 -3,388* ,001 -,133 -.035
A 2 186 023 8.069* 000 141 232
3 ,109 024 4.541%* ,000 062 155
4 -.157 026 -5,955%* ,000 -,208 -.105
I 1 -,647 012 -52,178%* ,000 -,671 -,622
Sonug¢ ve Oneriler tablolarda en uygun modelin nasil
Bu c¢alismanin  amaci, kadmna belirlenecegini bir uygulama iizerinde

yonelik siddete dair genel yorumlar ve

onerilerde bulunmak degil, tg¢-boyutlu

10

gostermektir. Ancak kadma yonelik siddet
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konusunda ii¢g-boyutlu c¢apraz tablo

analizine literatiirde rastlanmamustir.

Tablo 3’ten elde edilebilecek
onemli bir bulgu, 15-22 yasindaki kadinlar
s0z konusu oldugunda, kentte yasayanlarin
hayatina son vermeyi, kirda yasayanlara
oranla fazla diisiinmesidir. Toplumsal ve
ahlaki  kurallarin  kirda daha  kati
uygulanmasinin, bu sonucun c¢ikmasinda
etkili olabilecegi diistiniilmektedir. Tablo
10’dan elde edilen bulgulara gore, yas
arttitkca, kadmlarin hayatina son verme
diisiincelerinde azalma go6zlenmektedir.
Bunun nedeninin, kadinlarin sahip oldugu
cocuk  sayistyla  ilgili  olabilecegi
diigiiniilmekle birlikte, ¢ocuk sayisinin da
degisken olarak eklendigi dort-boyutlu bir
capraz tablo analizi uygulanarak arastirma

yapilmas1 daha uygun olacaktir.

Calisma en  uygun  modelin
secimiyle iliskili oldugundan, ¢ok boyutlu
tablolarin log-lineer analizi yapilirken;
bilgi Olciitleri ve parametre tahminlerinin
en uygun modelin belirlenmesi
asamalarma dahil edilmesi ve parametre

tahminleri incelenmeden en uygun modelin

belirlenmemesi gerektigi sonucuna
varilmistir.
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