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OZET

Bilgi iletisim teknolojilerinin (BIT) yayginlik kazanmasi ile siire¢ igerisinde egitim-6gretim
stratejileri de degisim gdstermistir. Bilgi iletisim teknolojilerinin bir arag olarak kullanildigi 6gretim
stratejilerindeki amag, 6 grenciyi merkeze alarak ve dgrencinin aktif oldugu ortamlarda “dgrenmeyi” en iyi
sekilde gergeklestirmek olarak diisiiniilebilmektedir. BIT* e paralel olarak yaygin olarak kullaniimaya
baglanan e-portfolyo degerlendirme ile bireylerin aktif olarak degerlendirme siirecine dahil edilmeleri
saglanmistir. Ogrencinin biriktirdigi {iriinleri degerlendirme siirecinin kimi 6gretmenler tarafindan zor
karsilanmas1 durumu ve dgrencilere ait @iriinlerin yillar igerisindeki gelisiminin rasyonel olarak ortaya konma
durumu e-portfolyo ydnteminin temel baslangic noktasini olusturmustur. Bireyin merkeze alindigi bu
tamamlayic1 yontemlerde iiriinlerin siirekli bir gsekilde elektronik veritabanlarinda saklanmasi, performansi
izlemede siirekliligi saglamigtir. Siire¢ igerisinde biriken ve veri ambarma doniigen iiriinlerin veri
madenciliginde kullanilan istatistiksel yontemler ile yansiz ve sapmasiz olarak degerlendirilebilecegi
bildirilmektedir.

Performans gostergelerinin siirekli izlenebilme ve tiriinler arasindaki Oriintiiniin bilgisayar sistemleri
tarafindan olduk¢a kolay yapilabildigi e-portfolyo degerlendirmeleri i¢in veri madenciliginde kullanilan
yontemlerin alternatif bir 6l¢gme yaklagimi olarak kullanim1 6nerilmektedir.

Anahtar kelimeler: E-portfolyo, performansin dl¢iilmesi, veri madenciligi

THE APPROACH OF DATA MINING FOR ELECTRONIC PORTFOLIO ASSESMENT

ABSTRACT

Education strategies have been showed alteration due to developing Information Communication
Technologies (ICT) in a wide area. The purpose of instructional strategies which use ICT as a tool to realize
“learning” in a best effect via centered on students. Besides, using electronic portfolio evaluation approach
has been provided that students have been joined the evaluation process with their teachers. E-portfolio has
been provided monitoring and storing whole product of students which has been met difficulty to evaluate
these processes by teachers without e-portfolio system. Also, without using e-portfolio, it is too difficult to
solve the relationship between students’ products in terms of case history. It is declared that evaluation of e-
portfolioes is too easy and too robust to measure by using data mining methods which can reveal results of
measurement unbiased.

It is proposed to use data mining methods which are capable of monitoring performance indicators of
students permanently. Again, it is proposed to use these methods to provide patterns of products which are
belong to students and providing these patterns can be built too easy by computer systems.

Keywords: E-portfolio, performance measurement, data mining
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GIRIS

Egitim-0gretim faaliyetlerinde girdi ile cikti arasinda kazandirilmas: diisiiniilen
hedef davranislarin gdzlenmesi degerlendirme siireci olarak diisiiniilmektedir. Olgme
stirecini de kapsayan degerlendirme, ortaya konmus bir {iriiniin bir yargi ya da bir karar ile
ifade edilmesi seklinde tanimlanmaktadir. Baykul (2000), degerlendirmeyi, o6l¢me
sonuclarmin bir olgiitle ya da oOlgiitler takimiyla kiyaslanip bir karara varilma siireci olarak
tanimlamaktadir. Benzer sekilde, Yilmaz (1998) degerlendirmeyi, 6l¢me sonuglarinin ayni
alana ait bir 0l¢iit ile kiyaslanarak bir deger yargisina ve buradan da bir karara varma siireci
olarak ele almaktadir. Alanyazindaki degerlendirmeye iliskin tiim tanimlamalarin ortak
noktasi, degerlendirme icin bir dlgme sonucunun séz konusu olma durumudur. Olgme
isleminin hassasligit ve yansizligr Olgiisiinde degerlendirme dogru olarak ortaya
konabilecektir.

Sonug ya da iiriin odakli degerlendirmelerin ve buna iliskin 6lgme yaklagimlarinin
hedef davranislarin kazandirilmast noktasinda eksik kaldigit ve egitim-6gretim
faaliyetlerinde 6grenme eksiklerini gideremedigi alanyazinda siklikla vurgulanmaktadir
(Kutlu, 2006). Geleneksel 6lgme-degerlendirme yontemlerinin tamamlayict degerlendirme
yaklasimlart ile gii¢lendirilmesi egitim sistemimizin de takip ettigi bir yol olarak
gozlenmektedir. Degerlendirme siirecine 6grencinin de dahil edildigi tamamlayici 6lgme-
degerlendirme yaklasimlarinda sadece “iiriin (sonug)” odakli bir yaklasim hakim olmayip,
stire¢ temelli bir yaklasim daha ¢ok 6n plana ¢ikmaktadir. Etkili ve bireysel bir 6gretimin
tamamlayicisi olan degerlendirme yaklasimlarindan biri portfolyo (6grenci iiriin dosyasi)
olarak bilinmektedir.

Portfolyo, belirli bir siire¢ igerisinde, bir amag¢ dahilinde, 6grencilerin gostermis
olduklar ¢aba ve ilerleme ile; gelmis olduklarn basari diizeyini yansitan iiriinlerden olusan
calisma koleksiyonu olarak tanimlanmistir (Sanalan ve Altun, 2002). Egitimde son yirmi,
yirmi bes yidir kullanilmaya baglanan portfolyo uygulamalarinin ilk insanlara kadar
uzandig1 bildirilmektedir; ilk insanlarm etkili olan olaylar1 magara duvarlarma kaziyarak
resmetmeleri portfolyoya benzesimi agisindan dikkat ¢ekicidir (Kutlu, Dogan ve Karakaya,
2008). Kutlu ve arkadaslar1 (2008), portfolyo faaliyetlerini, bir degerlendirme (evaluation)

yaklasimindan ¢ok, bir durum belirleme (assesment) siireci olarak ele almaktadirlar.
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Portfolyo ¢aligmalarinin igerigi hususunda degisik yaklasimlar s6z konusu olmakla
birlikte, konu ve Olgme ydntemlerinin cesitliliinden dolayr bircok farkli Onerilerle
zenginlestirilen portfolyoda yazili dokiimanlar, medya sunulari, ses kayitlari, video
gorlintiileri, 6grenciye ait bilgiler ve ¢oklu ortam projeleri kullanilmakta ve onerilmektedir
(Danielson ve Abrutyn, 1997; Sanalan ve Altun, 2002). Ogrenciler séz konusu bu iiriinlerini
hem yapilandirma hem de degerlendirme siirecine veli ve akranlarini katmaktadirlar.
Ayrica, lirlinli ortaya koyan 6grencinin kendisi de 6z degerlendirme yapma yolu ile sonraki
driinlerin daha kaliteli olmasina Onemli bir bakis ag¢is1 kazandirilabilmektedir. Bu
baglamda, portfolyo degerlendirme siireci, bireyin 6grenme siireci igerisindeki gelisimini
yine birey tarafindan secilen iiriinlerle gosteren ve bireyin kendi 6grenmeleri hakkinda 6z
degerlendirme yoluyla farkindaligini arttiran ¢ok yonlii bir tamamlayict degerlendirme
bi¢cimidir (Korkmaz ve Kaptan, 2003).

Portfolyonun 6grenci merkezli olmasi, sadece liriin odakli olmamasi ve etkili
O0grenmenin saglanmasi adina siirece bireyin arkadas grubu ve ailesini katmasi gibi
avantajlarin yani sira uygulama ve degerlendirme siirecinde dgretmenlere getirdigi sikintilar
acisindan da bir takim dezavantajlar tagimaktadir. Bu yoniiyle baz1 6 gretmenlerin portfolyo
uygulamalarini pek tercih etmedikleri bildirilmektedir. Wolfe ve arkadaslari (1999), birgok
ogretmenin portfolyo degerlendirme icin uygulamanin ¢ok zaman almasi, bir kagit
biriktirme operasyonu olarak algilanmasi ve daha ¢ok performans gerektirdigi gibi
sikintilardan dolay1 tercih edilmedigini bildirmislerdir (Akt.: Korkmaz ve Fitnat, 2003).
Bireyin gelisimine olumlu katkilar saglayabilecek portfolyo degerlendirmenin kolay ve
takip edilebilir bir seviyeye ¢ikartilabilmesi i¢in portfolyolar elektronik ortamlara
tasinmistir. Teknoloji alanindaki gelismeler ve internet, 6lgme-degerlendirme konusunda
yeni secenekler yaratmis, Uriin dosyalarmin elektronik ortamlarda olusturulmasina ve
sunulmasina olanak saglamistir; biitin bu gelismeler elektronik portfolyo (e-portfolyo)
uygulamasini ortaya ¢ikarmistir (Giilbahar ve Kdse, 2006).

Ogrencilerin tiim okul kademelerinde ortaya koymus oldugu iiriinler ve bu {iriinleri
O0lgmeye ¢alisan dereceli puanlama Olgeklerinden (rubrik) elde edilen sonuglarin
(6grencilerde gozlenen ozellikler acisindan) nasil bir ilerleme ya da gerileme kaydettigini

ortaya koymak tiizerinde 6nemle durulmasi gereken bir durumdur. Bu yoniiyle e-portfolyo,
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Ogrencinin siire¢ icerisindeki gelisimini ve bu gelisimin analitik iligkisini gézlemlemeye
imkan saglamaktadir. Ozellikle, siire¢ icerisinde degerlendirilen performanslarin
nicellestirilmesi (puanlanmasi) yolu ile 6grencilerin yillar igerisindeki gelisimi ve bu
gelisimin manidarlig1 veri madenciliginde kullanilan istatistiksel yontemler ile ortaya
konabilecektir. Ayrica, bu yontemler vasitasi ile 6grencilerin mevcut basarilarindan yola
cikarak gelecekteki basarilar1 bilimsel veriler 151¢imnda yordanabilecektir. Bu anlamda, hem
bilgi iletisim teknolojilerinin (BIT) hem de veri madenciligi diye nitelendirilen istatistiksel
yontemlerin egitim-6gretimin dlgme ve degerlendirme siirecinde etkili kullanilmasi faydali
goriilmektedir. Olgme-degerlendirme siirecinde yaygin olarak kullanilan test ve madde
istatistiklerinin heterojen olabilecek bir grup sayiltisim1 pek de dikkate almadig:
goriilmektedir. Bu durum, hem grubun bazi 6zelliklerini (demografik ozellikler gibi)
betimlemede hem de basart {izerinde neden-sonug iliskisini yordama noktasinda eksik
kalabilecegi diisiinlilmektedir. Bu anlamda, neden-sonug iliskilerinin ortaya konmasi
esnasinda grubun degisim siirecinin anlasilmas1 kadar, degisimdeki bireysel farkliliklarin da
tanimlanmasini icermelidir (Collins ve Hom, 1991). Bu da, 6grencilerin siire¢ igerisindeki
basar1 durumlarini ve basar1 durumlarini etkileyebilecek faktdrlerin dogru tanimlanmasina
ve buna yonelik elde edilecek parametre tahminlerinin yansiz ve tutarli olmasmna alt yap1
saglayacaktir. Genel manada veri madenciligi yaklasimi, s6z konusu neden-sonug
iligkilerini ve Ogrenci grubunun heterojen olabilecegi siliphesinden hareketle etkili
tahminlemelerde bulunabilmektedir.

Bilgi iletisim teknolojilerinin (BIT) yayginlik kazanmasi ile siireg igerisinde egitim-
Ogretim stratejileri de degisim gostermistir. Bilgi iletisim teknolojilerinin bir ara¢ olarak
kullanildig1 6gretim stratejilerindeki amag, 0grenciyi merkeze alarak ve Ogrencinin aktif
oldugu ortamlarda “6grenmeyi” en iyi sekilde gergeklestirmek olarak diistiniilebilmektedir.
Ayrica, BIT’in egitim-6gretimde yaygm bir sekilde kullanilmasi; nihai hedef olan
“0grenmenin” ne kadar gergeklestigini ortaya koyan “6l¢me-degerlendirme” stratejilerini
de etkilemis durumdadir. BIT; bilginin elektronik ortamda iiretilmesi, gdsterilmesi ve
dagitilmasi islemlerinin bir biitiinii olarak ifade edilebilir (Oztiirk, 2002). Son yillarda,
egitim-0gretim faaliyetlerin ¢ogu elektronik ortamlarda yiiriitilmekte, Ogrencilere ait

performanslar ve not gostergeleri de veritabanlarinda sakli tutulmaktadir. Aslinda bu
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durum, her ne kadar performansin mekanik bir diizlemde takip edildigi duygusunu
uyandirsa da, performansin siirekli izlenebilme (monitoring) ve mevcut durumun analiz
edilebilirliginin de kolaylagsmas1 dnemli bir avantaji beraberinde getirebilmektedir.
Bireylere, objelere ait tim degiskenlerin elektronik ortamlarda tutulmasi “veri
madenciligi (data mining)” disiplinini ilgilendiren bir alan alarak diistiniilmektedir. Veri
madenciligi, bliyiik miktarda veri i¢inden gelecekle ilgili tahmin yapmamizi saglayacak
bagmti ve kurallarin bilgisayar programlari kullanarak aranmasidir (Alpaydin, 2000). Gezer
ve arkadaslar1 (2007), veri madenciligini, matematik, istatistik ve desen tanima (pattern
recognition) yontemlerinden herhangi birini veya birkag¢ini kullanarak ¢ok biiyiik bir veri
ambari igerisindeki desenlerin, benzerliklerin ve korelasyonlarin tespit edilmesi ve
anlamlandirilmas1 islemi olarak tanimlamaktadir. Veri madenciligini istatistiksel bir
yontemler serisi olarak gérmek miimkiin olabilir. Ancak veri madenciligi, geleneksel
istatistikten birkag yonde farklilik gosterir. Veri madenciliginde amag, kolaylikla mantiksal
kurallara ya da gorsel sunumlara c¢evrilebilecek nitel modellerin ¢ikarilmasidir
(Baykasoglu, 2005). Veri madenciliginin genel kullanim alan ve islevine iliskin 6rmek

Sekil 1°de gostermistir.

Veri
Gérsellestirme

Iw" Yapay Zeka . '-,‘
= Genetik Algoritmalar VERI Veri Tabani |
- Yapay Sinir Aglan PR - !

0: i Gommes MADENCILIGI Sistemleri

istatistik

Kaynak: (Baykasoglu, 2005).

Sekil 1. Veri madenciligi ilgi alanlari
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Sekil 1’de gosterildigi gibi, veri madenciligi bircok alanda kullanilabilen ve temel
islevi ¢ok miktarda olan veriyi bilgiye doniistiiriip istatistiksel yontemler ile de
cikarsamalarda bulunan bir disiplin olarak ortaya c¢ikmaktadir. Bu anlamda, veri
madenciligi e-portfolyo degerlendirmeleri i¢in de bir 6lgme-degerlendirme yaklasimi olarak
diistintilebilir. Savas (2007), veri madenciliginin iliskisel veritabanlari, veri ambarlari,
nesne kaynakli — nesne iligkili bilgi depolar ve uzamsal — metin — ¢oklu ortama dayal1 bilgi
depolarinda etkili bir sekilde kullanildigini belirtmistir. Bu yoniiyle, veri madenciligi e-
portfolyo degerlendirmeleri icin de etkili bir 6lgme yaklasimi olarak kullanilabilecektir.
Veri madenciliginde kullanilacak istatistiksel yontemler, Ogrencinin performansmin
yordanmas1 noktasinda ham veride gizli kalmis Oriintiiler1 ve iligkileri ortaya koyma
(Tosun, 2006) yoniinde 6nemli avantajlara sahiptir.

Veri madenciligi, inceleme altina aldig1 veri ambarin1 tanimlayici (descriptive) ve
tahmin edici (predictive) modeller olarak iki sinifta ele almaktadir (Arslan, 2008). Ancak,
alanyazinda bu iki model tiiri kimi zaman birbirinin yerine kullanilabilmektedir. Bu
anlamda, tahmin edici modeller anlasilabilir oldugu o&lgiide tanimlayict model olarak,
tanimlayict modeller de tahmin edici modeller olarak kullanilabilmektedir (Velickov ve
Solomatine, 2000; Akt. Arslan, 2008).

Tek basina ¢oziim olarak diisiinlilmemesi gereken veri madenciligi, ¢oziime
ulagsmak i¢in verilecek karar siirecini desteklemektedir. Bu karar siirecindeki bulgularin
yansiz ve sapmasiz olmasi igin elektronik ortamdaki verilerin iyi bir deneysel tasarima
(experimental design) sahip olmasi gerekmektedir. Aksi takdirde, veri madenciligi
kapsaminda kullanilan yontemlerin gecerligi ve giivenirligi diisiik olacaktir. Bircok alanda
kullanilan veri madenciligi yonteminin egitim alaninda, 6zellikle de iiriin degerlendirme
asamasinda kullanilmasi bir¢ok 6n hazirlig1 da beraberinde getirmektedir. Burada, nesnel
ya da niceliksel bir degeri olan e-portfolyolarin gruptaki ortak basari diizeyi ve performans
diizeyleri birbirine benzeyen ya da farklilasan bireylerin kiimelenerek ayr1 evrenlerde
incelenmesi, bilgisayar ortaminda veri madenciliginin hizmeti kapsamina girmektedir.
Ayrica, veri madenciliginde kullanilan istatistiksel yontemler, sadece performans

gostergelerine ait mevcut durumu betimlemekle kalmaz, degiskenler arasindaki neden-

103



Yiiziincii Yil Universitesi, E gitim Fakiiltesi Dergisi. Haziran 2008. Cilt:V, Sayi:I, xx-xx
http:/fefdergi.yyu.edu.tr

sonug iligkisini de ortaya koymaya caligir. Sekil 2 e-portfolyo degerlendirmelerinde veri

madenciligi yontemlerinin etkili kullanim iglevini ve sirasin1 gostermektedir.

Bilgi

Iliski ve driintii
degerlendirme

2 o 2
W=20 p—0 g pto u+lo

Veri madenciligi

Secilmis tiriinler
(nesnel, nicel degerler)

Ogrenci iiriinleri

Efj Nihai model

Veritabani

RORROOT )
KOK (ROOT)
Bagimli degisken

- @@ J
I 1
DAL1(BRANCH)) (  DAL2 ) DAL 3
Bagimsiz degisken Bagimsiz degisken Bagimsiz degisken

(& J

Sekil 2. E-portfolyoda veri madenciligi siireci
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Sekil 2, genel hatlari ile veritabaninda sakli tutulan 6grenci iiriin dosyalarinin veri
madenciligi siirecinde degerlendirilmek iizere nasil bir yol izledigini gostermektedir.
Elektronik ortamda yiiriitiilecek olan bu siire¢ 6gretmeni rahatlatacagi gibi, daha 6nceden
veritabanini1 yoneten bilgisayar programina degerlendirme Slgiitlerinin saglikli bir sekilde
tanimlanmas1 yolu ile smifin biitliniine ve bagimsiz olarak bireye ait olan iiriinler yansiz
olarak (objektiflik) ifade edilebilecektir. Bununla birlikte, kullanilacak olan veri
madenciligi yontemi ile de friin performansindaki homojenlik ya da heterojenlik

izlenebilecektir.

Veri Madenciligi Yontemleri

Veri madenciliginde kullanilan bir¢ok yontem bulunmaktadir. Caligilan konunun
amacina gore veri madenciliginde kullanilan yontem degisiklik gostermektedir. Yaygin
olarak kullanilan veri madenciligi yontemleri; karar agaglar1 (decision trees), sinir aglari
(neural networks), kiimeleme analizleri (cluster analyzing), bulanik mantik (fuzzy logic) ve
genetik algoritmalardir (Han ve Kamber, 2001).

Veri madenciliginde kullanilan sinir aglar1 (SA) yontemi, beynin calismasini taklit
ederek, analizde Ogrenme gergeklestikten sonra diger gozlemlerden ortaya g¢ikarilacak
sonuclarla modelleme yapabilme yontemleridir (Tosun, 2006). SA yontemi modele iliskin
parametre tahminlerini, giris (input) - islem (process) — ¢ikti (output) asamalarina gore
yapmaktadir. Asama asama elde edecegi parametreleri, bir onceki Ogretilerin sonraki
ogretiler ile olan Oriintiilerine dayanarak yapmaktadir.

Tahmin edici ve tamimlayic1 Ozelliklere sahip olan karar agaclar, veri
madenciliginde kuruluslarmin ucuz olmasi, yorumlanmalarinin kolay olmasi, veri tabani
sistemleri ile kolayca entegre edilebilmeleri ve giivenilirliklerinin daha iyi olmasi nedenleri
ile smiflama modelleri icerisinde en yaygin kullanima sahiptir (Pehlivan, 2006). Karar
agaclari, evrende birbirine benzerlik gdsteren bireyleri aga¢ yapisi seklinde dallara bdlen
gorsel bir istatistiksel siirectir. Bilimsel ¢alismalardaki dnemli istatistiksel konulardan biri,
tizerinde durulan olay1 6nemli derecede etkileyen faktorlerin yani sira, bu faktorlerin hangi
seviyesindeki etkinin yiiksek oldugunu belirlemektir (Dogan ve Ozdamar, 2003). Bu

anlamda, karar agaglari, ayr1 dallarda temsil edilen alt-evrenlerin modeldeki degiskenlerden
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etkilenme diizeylerini ayr bir sekilde hesaplamakta ve neden-sonug temelli arastirmalar
icin parametre kestirimlerini her dal i¢in ayr1 ortaya koymaktadir. Karar agaglarinin ¢alisma
mekanizmasi, bolmiis oldugu agacin her dalinda (branch) 6teleme (iterasyon) algoritmalari
ile bagimli degisken iizerinde etkili olan bagimsiz degiskenlerin en giiglii etkilesimini
modelleme tizerine kuruludur (Michael ve Gordon, 2004; Ho ve ark., 2004;Tire ve ark.,
2005). Karar agaclart kullandiklar1 farkli algoritmalara gore birkag yoOntemden
olusmaktadir. Bu yontemler; Otomatik Ki-Kare Etkilesim Belirleme (Chi-squared
Automatic Interaction Detection; CHAID), Smiflandirma ve Regresyon Agaci
(Classification and Regression Tree; CR&T), Hizli — Sapmasiz — Etkili Istatistik Agaci
(Quick — Unbiased — Efficient Statistical Tree) seklindedir. Bagimli ve bagimsiz degiskenin
sahip oldugu degisken tipine gore (siirekli, siireksiz gibi) bu yontemler etkili bir sekilde
kullanilmaktadir.

Veri madenciliginin bir diger yontemi olan kiimeleme analizi, gruplanmamis verileri
benzerliklerine gore kiimelemek ve arastirmaciya uygun, igse yarar ozetleyici bilgiler elde
etmede yardimci olmaktir (Otlu & Alpar, 2006). Yine ayni sekilde, kiimeleme analizi bir
veri setinin farkli gruplar igerip igermedigini belirlemek ve eger igeriyorsa bu gruplari tespit
etmek icin kullanilan ¢ok degiskenli istatistiksel yontemlerin genel adidir (Celik ve ark.,
2005; Wu ve ark., 1999; Everitt, 1994). Goriildigl iizere, karar agaglarinda kullanilan
istatistiksel yontemlerin ortak noktasi evren icerisinde farklilik gdsteren bireylerin ayri
gruplarda gosterilmesi ve ayr gruplarda ele aliman bireyleri etkileyen faktorlerin kendi
evrenlerinde ele almmasidir. Kiimeleme analizi, arastirma desenindeki degiskenlerin tiirline
gore, asama sirali hiyerarsik kiimeleme yontemi, asama sirali olmayan hiyerarsik (K-
ortalama) ve iki asamali kiimeleme ¢esitlerine sahiptir (Kayri, 2007).

Kesin degiskenler kullanma yerine olas1 degiskenlerin kullanildig1 bulanik mantik
yontemi, O ile 1 arasinda degisen degerle incelenen niteligin kesinlige ne kadar yakin veya
uzak oldugunu belirleyen bir veri madenciligi yontemidir (Tosun, 2006). Veri
madenciliginde kullanilan genetik algoritma yontemi de, biyolojik ¢alismalarinda kullanilan

bir siire¢ olarak bilinmektedir.
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TARTISMA

Geleneksel 6lgme — degerlendirme yontemlerinin sonug¢ odakli olmasindan kaynakli
hedef davranislarin istenen diizeyde gergeklestirilemedigi gercegi tamamlayict
degerlendirme ihtiyacint dogurmustur. Etkili O6grenmenin pekistigi ve Ogrenme
eksikliklerinin doyurucu geri bildirimlerle desteklendigi tamamlayic1 degerlendirme
yontemleri, dgrenci, veli ve akran1 da degerlendirme siirecine dahil etmektedir. Ogrencinin
biriktirdigi Uriinleri degerlendirme siirecinin kimi 6gretmenler tarafindan zor karsilanmasi
durumu (Korkmaz ve Fitnat, 2003) ve Ogrencilere ait iriinlerin yillar igerisindeki
gelisiminin rasyonel olarak ortaya konma durumu e-portfolyo yonteminin temel baslangi¢
noktasini olusturmustur. Bireyin merkeze alindigi bu tamamlayici yontemlerde iirlinlerin
stirekli bir sekilde elektronik veritabanlarinda saklanmasi, performansi izlemede siirekliligi
saglamistir.

Elektronik ortamlarda depolanan e-portfolyolarin degerlendirilmesi asamasi veri
madenciligini gerekli kilmaktadir (Savas, 2007). E-portfolyolarin veri madenciligi
sirecinde degerlendirilmesi (Sekil 2), hem bireyin verilerini istatistiki bilgilere
dontistiirebilmekte hem de tiim triinlere ait iliskisel oriintiiler ve bu yolla sinifin tiimiine ait
irtinlerin genel profili elde edilebilmektedir. Benzer sekilde, e-portfolyo degerlendirmesi
icin kullanilacak veri madenciligi yontemlerinden 6zellikle karar agaglar1 yontemi, siniftaki
heterojenlik durumu gorsel bir sekilde tanimlayabilmektedir.

Veri madenciligi yontemleri, performans gostergelerinin mevcut durumunu ortaya
koymakla kalmaz, ayni zamanda var olandan yola cikip gelecege yonelik kestirimlerde
bulunmaktadir. Bu yontemlerin etkili, yansiz ve sapmasiz parametre tahminleyebildikleri
alanyazinda siklikla vurgulanmaktadir (Dogan ve Ozdamar, 2006; Pehlivan, 2006; Tiire ve
ark., 2005). Tim bu &zelliklerinden dolayi, veri madenciligi yontemlerinin iyi diizeyde
yordama ve uygunluk gegerligine sahip oldugu kabul edilebilir. Nesnel, metinsel ve
niceliksel deger tasiyan tiim desenlerin veri madenciligi yontemleri ile modellenebilecegi
ger¢ceginden yola ¢ikarak (Savas, 2008), 6grenci {lriinlerine ait tiim dokiimanlarin bu
ortamlarda analiz edilebilecegi diisliniilmelidir. Ancak, degerlendirme Olgiitlerinin iyi ve
iirtinlerin istatistiksel siirece dogru bir sekilde tanimlanmamasi durumunda veri madenciligi

yontemlerinin sapmali sonuglar iiretecegi unutulmamalidir.
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Performans gostergelerinin siirekli izlenebilme ve iiriinler arasindaki Oriintiiniin
bilgisayar sistemleri tarafindan oldukca kolay yapilabildigi e-portfolyo degerlendirmeleri
icin veri madenciliginde kullanilan yontemlerin 6lgme islemlerinde kullanigh ve neden-

sonug iliskisini yordama noktasinda iyi bir ara¢ olabilecegi diisiiniilmektedir.
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