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OGRENCI BILGI SISTEMINDE DEGERLENDIRMENIN VERI MADENCILIGI iLE
YAPILMASI

Ferhat KAHVECI
Abdulkadir OZDEMIR
Oz

Egitim alaninda veri madenciligi ile ilgili literatiirde genellikle 6grenci basarisini artirmaya yonelik
caligmalar bulunmaktadir. Akademisyenler ise 6grenci basarisi iizerinde en etkili kisilerdir. Veri madenciligi
uygulamalar1 sayesinde akademisyenlerin egitim icerisindeki calismalarinin verimliligi artmasi 6grenci
basarisim da artiracaktir. Ozellikle bagil degerlendirmeyi kullanan {iniversitelerde yiizliik sistemdeki basari
notunun harf notuna doniistirme siirecinde istatistiki hesaplamalarin yani sira veri madenciligi uygulamalari
da kullanilabilir. Bu amacgla bu c¢aligmada akademisyenlerin ge¢mis donemlerde, sinif ortalamasi ve
ogrencilerin notlarmin yogunlastigi noktalar, vb. gibi kriterler goz Oniinde bulundurularak yapilan not
araliklandirma profillerinden en yakin olani secilerek hem daha 6nce yapilan ¢alismadan yararlanma imkani
hem de ayn1 durumdaki siniflar igin benzer bir basar1 notu hesaplamasi yapilmasi1 amaglanmaktadir.

Anahtar Kelimeler: Egitimsel veri madenciligi, bagil degerlendirme, harf notu

EVALUATION THROUGH DATA MINING IN STUDENT INFORMATION
SYSTEM

Abstract

The literature related to educational data mining generally there are efforts to increase student
achievement. Academics are the most influential people on the student achievement. Data mining applications
will improve the efficiency of educational work of academics and thereby increase the student achievement.
Especially in universities using curve which has the statistical calculation for the process of converting the
final grade to a letter grade, as well as data mining practices can be used. For this purpose, in this study by
selecting the closest profile of the notes which has been done by academics considering criteria’s such as past
class averages, concentration of not spots, and so on both benefit of the work done previously and doing a
similar calculation for grade classes in both the same state is aimed.

Keywords: Educational data mining, curve, grade
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GIRIS

Veri madenciligi uygulamalarini birgok alanda uygulandigi goriilmektedir. Ozellikle ticari
alanda birgok ¢aligmalar yapilmaktadir. Bununla birlikte egitim alaninda da ticari alan kadar olmasa
da bazi uygulamalar1 gorebilmek miimkiindiir. Egitim alaninda yapilan ¢alismalarin ¢ogu 6grenci
odakli calismalardir. Ogrenci basarisimi  gelistirme en ¢ok calisilan konulardan biriyken
akademisyenlere yonelik ¢alismalar ise ¢ok zayif kalmaktadir. Egitimin en 6énemli unsurlarindan
biri hi¢ siiphesiz 6grencilerdir. Ancak akademisyenlerin veri madenciligi teknikleri ile elde
edecekleri baz1 bilgiler 6grenci basarisini da tetiklemektedir. Bu amagla literatiirde de zayif kalan
egitim alanindaki veri madenciligine dikkat ¢ekmek ve akademisyenlerin ¢aligmalarina yardimci
nitelikte bir veri madenciligi ¢alismasi yapilmaktadir.

Calismada oncelikle veri madenciligi ile ilgili kavramlar aciklanarak egitim alaninda
yapilan veri madenciligi ¢alismalarina yer verilmektedir. Ardindan ¢alismanin esas odak noktasi
olan basar1 notunun hesaplanmasi konusu incelenmektedir. Yapilan ¢alismalar bashig altinda ise
veri madenciligi ve egitim alanindaki uygulamalari ile ilgili ¢alismalar kavramsal ve uygulanan
yontemler yoniiyle incelenmektedir.

Caligmanin kullanilabilirligi i¢in gerekli kodlar her asamada agiklanarak verilmektedir.
Problem tek bir kodlama dili kullanarak ¢oziildi. Boylece ¢oziimiin daha iyi anlasilmasi
amaglanmaktadir. Kodlama sade bir gsekilde tiim veri tabanlarinda genel olarak kullanilan SQL
sorgulama diliyle yapildi. Gerektiginde bu kodlar ve kullanilan yontem web programlama dilleri ile
birlikte kullanilarak iiniversitelerin gereksinimlerine gore gelistirilebilir.

Veri Madenciligi

Veri madenciligi bir kurumda firetilen tiim verilerin belirli yontemler kullanilarak var olan
ya da gelecekte ortaya cikabilecek bilinmeyen bilgiyi ortaya ¢ikarma siireci olarak tanimlanabilir
(Ozkan, 2013). Bilgisayar teknolojilerinin yam sira iletisim teknolojilerindeki hizli gelismeler
sayesinde artik her veri sayisal ortama kaydedilmektedir. Ornegin bir Ogrenci Bilgi Sistemi'nde
mezun olan Ogrencilerin bilgileri tutulmakla kalmayip devam eden Ogrencilerin bilgileri de
saklanmaya devam etmektedir. Aynmi sekilde firmalar miisterileri ile ilgili her tirlii bilgiyi
tutmaktadirlar. Burada akla gelen bir soru ise bu biriken veriler ne ise yarayacagidir. Bu veriler
tizerinde gesitli istatiksel ve matematiksel yontemler kullanilarak ¢oziimlemeler yapilabilir. Ancak
veri sayisindaki artis bu ¢oziimlemeyi zorlastirmaktadir. Bu nedenle veriyi yonetmek igin “Veri
Ambar1” ve verileri ¢oziimleyerek “yararli bilgiye” ulagilmayr saglayan “Veri Madenciligi”
kullanilmaktadir (Ozkan, 2013; Silahtaroglu, 2013).

Egitim Alaninda Veri Madenciligi

Veri madenciligi ¢aligmalarinda 6zellikle saglik, pazarlama, bankacilik, finans, borsa,
internet ve egitim alanlarinda artis goriilmektedir. Makina 6grenmesi ve veri madenciligi sayesinde
cesitli araglar ve tekniklerle gelistirildi. Egitim alaninda yapilan veri madenciligi caligmalart ise
daha yeni gelisen bir alandir. Ozellikle Journal of Atrtificial Intelligence in Education (IJAIED),
International Conference of Intelligent Tutoring System (ITS), International Conference on
Educational Data Mining (EDM), Journal of Educational Data Mining (JEDM), International
Conference on Data Mining for User Modelling (DMUM) olmak iizere birgok konferans ve
makalelerle bu alana katki saglandi (Barahate, 2012). Bu alandaki ¢alismalar 6grencinin akademik
basarisi, basariya etki eden faktorler, Ogrenci profili, basarisiz Ogrencilere nasil yardim
edilebilecegi, mezuniyet notunun tahmini gibi amaglarla yapilmaktadir (Ozbay, 2015). Ayrica
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ogrencilerin daha iyi anlagilmasim saglayarak egitim sisteminin gelistirilmesine nasil katkida
bulunabilecegi ortaya konmaktadir. Ogrenciler hakkindaki bu ek bilgi greticiler igin daha iyi bir
siif yonetimi ve 6grencilere faydali bir geribildirim saglamaktadir (Sharma ve Singh, 2013). Veri
madenciliginin akademik alana sagladigi katkilardan bazilar1 (Bhullar ve Kaur, 2012):

Zayif 6grenci kim?

Hangi 6grenciler en fazla kredi saat almaktadir?

Ogrencilerin ilgi duyduklari konular?

Daha fazla 6grencinin ilgisini ¢cekebilecek hangi dersi agabiliriz?

Mevcut egitim sistemi kalan veya gegcen Ogrenciler, derse katilim ve biiylik egitim
kurumlarinda kaybolan zayif 6grenciler hakkinda herhangi bir sorgulama ya da geri besleme
yapamamaktadir. Veri madenciligi egitim alaminda karsilagilan bu problemleri grafiklerle agiga
cikararak 6nemli kararlarin alinmasina yardimci olmaktadir (Bhullar ve Kaur, 2012).

Basar1 Notunun Hesaplanmasi

Universitelerde 6grenci basarisini belirlemede mutlak &lgiitler ve bagil dlgiitlere dayal
degerlendirme olmak tizere iki sekilde yapilmaktadir (Giiler, Yigit ve Halim, 2013). Mutlak
degerlendirmede Ogrencinin basaris1 sinifindaki diger Ogrencilerin basarisina gore degil, diger
Ogrencilerden bagimsiz olarak belirli mutlak standartlara gore Olger. Bagil degerlendirmede ise
smifin genel basarisi dikkate alinarak istatistiki yontemler uygulanmaktadir. Bu degerlendirmede
bir notun smifin genelinden pozitif yonde uzaklasiyorsa basarinin artmasi, tersi ise basarinin
azalmasi olarak yorumlanmaktadir (Farabi, 2011). Tiirkiye'de ¢ogu iiniversitede 2000'li yillardan
itibaren bagil degerlendirme kullanilmaya baslanmistir (Savas H. , 2007). Dortliik sistem olarak da
bilinen bu degerlendirme tlilkemizde ve yurtdisinda farkli istatistiki hesaplamalarla uygulanmaktadir
(Giiler, Yigit ve Halim, 2013).

Bu c¢alismada bagil degerlendirmede kullanilan uygulamalardan biri olan not araliklandirma
sistemi i¢in uygulama gelistirildi. Bu sistemde 6grenci basari notunun yiizlik sistemden dortliik
sisteme ¢evrilmesinde ders hocasi sinif ortalamasi ve dgrencilerin notlarinin yogunlastigi noktalar,
vb. kriterlere gore not araliklar1 belirlenmektedir. Ornegin ders hocast AA harf notu i¢in 90-100
olan aralig1 simf ortalamasi ¢ok diisiik ise bunu 85-100 arasina getirebilmektedir.

Yapilan Cahsmalar

Ozbay (2015) veri madenciligini ve veri madenciligi modellerini kavramsal olarak
inceleyerek egitim alaninda kullanilan veri madenciligi uygulamalarini tanitmaktadir. Calismada 31
yabanci olmak tizere toplam 52 adet kaynak taramasi yapilmistir. Kaynaklar 1994-2014 yillart
arasinda yayimlanmig makale, kitap ve tezlerden olugmaktadir.

Aydin ve Ozkul (2015) Ogrenci Bilgi Sistemi ve E-dgrenme sisteminden saglanan verilerle
ve SPSS Clementine yazilimini kullanilarak c¢alisma gerceklestirmistir. Nitelik olarak 6grencinin
kimlik, basar1 ge¢misi ve e-dgrenme kullanim loglar1 kullanilmistir. Ogrenci basarisini tahmini igin
farkli smiflama modelleri denenmis ve C5.0 karar agaci algoritmasinin kullanildigr model en iyi
sonucu vermigtir.

ALMazroui (2013) veri madenciliginin 6nemini ortaya koyma amaciyla E-6grenmede veri
madenciligi ile ¢oziilebilecek problemleri ve giincel yaklagimlari, aragtirma zorluklarini ve bu
alanda gelecekte yapilabilecekleri ortaya koymaktadir.
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Giilen (2014) istiin yetenekli 6grencilerin her birinin ilgi alanlarin1 ve ortak ilgi alanlarini
siniflama analizi ve birliktelik analizi kullanarak calisma gergeklestirmistir.

Alan (2014) Cumhuriyet Universitesi Iktisadi ve idari Bilimler Fakiiltesi 6grenci verileri
kullanilarak en basarili simiflandirmay1 gergeklestiren karar agaci algoritmast belirlenmis ve
algoritmadan elde edilen siniflar tespit edilmistir.

Sharma ve Singh (2013) veri madenciliginin, 6grencilerin daha iyi anlagilmasini saglayarak
egitim sisteminin gelistirilmesine nasil katkida bulunabilecegini gdstermektedir. Ogrenciler
hakkindaki bu ek bilgi 6gretmenlerin i¢in daha iyi bir simif yonetimi ve dgrencilere faydali bir
geribildirim saglayacagini belirtmektedir.

Sengiir ve Tekin (2013) veri madenciligi yontemlerinden yapay sinir aglari ve karar agaclar
kullanilarak Firat Universitesi Egitim Fakiiltesi Bilgisayar ve Ogretim Teknolojileri Egitimi
Boliimii 6grencilerinin mezuniyet notlarinin tahmin edilmesi iizerine ¢alisma gerceklestirmistir.

Savas, Topaloglu ve Yilmaz (2012) veri madenciliginin giinimiiz disiplinleri arasinda
geldigi noktaya deginmisler ve Tiirkiye'de veri madenciligi iizerine yapilan caligmalar ve
gerceklestirilenler uygulamalar incelenmistir.

Bhullar ve Kaur (2012) yiiksekogrenimde karsilasilan problemleri ele almaktadir. Bu
problemlerden biri de Ggrencilere yol gosterici alternatifleri sunma oldugunu belirtmektedirler.
“Ogrenci hangi derste daha bagarili?” ve “Hangi derslerde yardima ihtiyac1 var?” sorularma yanit
aramaktadirlar. Bu amagla yazilarinda veri madenciligi, onun asamalari, avantajlar1 ve ayrica
WEKA yazilimini kullanarak verinin siniflandirilmasi anlatilmaktadir.

Tasdemir (2012) OSYM tarafindan génderilen verilerden ve dgrencinin 6grenimi sirasinda
aldig1 ders basarilarindan yararlanilarak 6grenci basarisina etki eden faktorleri regresyon analizi ile
tespit etmek iizere calisma gergeklestirmistir.

Barahate (2012) egitim alaninda kullanilan veri madenciligi tekniklerinin uygulamalarini ve
tarihini anlatmaktadir. Veri madenciliginin geleneksel egitim sistemi, web tabanli egitim sistemi,
akilli 6gretim sistemi ve E-0grenme alanlarindaki kullanimini gostermektedir. Tahmin, siniflama,
iliskisel madencilik, kiimeleme gibi temel veri madenciligi yontemlerinin egitim alanindaki verilere
uygulanmasini anlatmaktadir.

N. Purohit, S. Purohit ve R. K. Purohit (2012) arastirmalarinda biiyiik veri yiginlari
iizerinde veri madenciligi tekniklerini kullanarak inceleme yapmayi ve bu veri yiginlarindan degerli
bilgiye ulagmay1 amaglamaktadirlar.

Kurt ve Erdem (2012) basarili ve basarisiz 6grencilerin profillerini belirleyerek uygun
onlem ve c¢ozimler Onermektedirler. Coskun ve Baykal (2011) veri madenciligi simiflama
algoritmalarinin trettigi modellerin basarim sonuglarimi karsilagtirmaktadir. Kumar, Sehgal ve
Chauhan (2012) karar destek sistemlerinde veri madenciliginde siklikla kullanilan gesitli
algoritmalarin karsilastirmasini yapmaktadir.

YONTEM
Arastirmanin Amaci

Bu ¢alismanin amaci {niversitelerde &6grenci basari notunun hesaplanmasinda veri
madenciligi yontemleri sayesinde akademisyenlerin gegmisteki sinif verilerinden yararlanmalarini
saglamaktir. Bu esas amag¢ dogrultusunda su ana kadar gergeklestirilmis not aralik verileri
kullanilarak sinif profilleri olusturulmaktadir. Mevcut sinif géz 6niinde bulundurularak olusturulan
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profiller arasindan en yakin not aralik tavsiye se¢enegi olarak sunulmaktadir. Bu sekilde gegmis
verilerde goz 6niinde bulundurularak 6grenci basari notu hesaplanmasinda yardimer bir uygulama
olusturulmasi amac¢lanmaktadir.

Arastirma Modeli

Ders basar1 notunun hesaplanmasinda su ana kadar sinifin not dagilimma gore iizerinde
caligilarak olusturulan not araliklarmma gore simiflarin profilleri ¢ikarilmaktadir. Bu profiller
sayesinde veri madenciliginde siklikla kullanilan mesafeye dayali siniflama algoritmalarindan k-en
yakin komsu algoritmasiyla mevcut sinifa en yakin profil puanlama yontemi ile segilmektedir.

Uygulanan yontemde siif 6grenci not ortalamalar1 ve sinif mevcudu benzerlikleri temel
almmaktadir. Ciinkii bagil degerlendirmede kullanilan matematiksel ve istatistiksel hesaplamalarin
temelini bu degiskenler olusturmaktadir. Ornegin, Atatiirk Universitesi’nde harfli not
araliklandirmada kullamlan T Skoru formiiliinde (1) ve Istanbul Universitesi bagil degerlendirmenin
istatistik temelinde kullanilan normal dagilim ortalama (u) (2) ve standart sapma (o) (3)
formiillerinin temel degiskenlerini 6grenci not ortalamast ve simf mevcudu olusturmaktadir
(Atatiirk Universitesi, 2009; Farabi, 2011).

X—-X 1)
~/NEX? = (TX)?
=1 X (2)

T =

(3)

X: Ogrencinin not ortalamasi

X: Ogrenci not ortalamalarinin sinif ortalamasi
N: Ogrenci sayis1

Orneklem

Sistemin 6grenme siirecini gerceklestirmesi amaciyla kullanilmis olan siniflara ait sinif
mevcudu, yizlik sistemde donem sonu ortalamalari, dersin adi, yili ve donemi verileri
kullanilmaktadir. Sistemin onerdigi en yakin ve ya kullanicinin tercihine gore farkli bir simif profili
olusturuldukga sistem yeni olusturulan profilleri de degerlendirmeye alarak verilerin giincelligi ve
yeni profiller lizerinden 6grenme siirecinin siirekliligi saglanmaktadir.

Verilerin Toplanmasi

Sistemin gelistirilmesi amaciyla kullanilacak sinif verileri 6grenci bilgi sisteminden SQL
komutlar1 ile saglanmakta ve ayn1 zamanda SQL komutu igerisinde yazilan bazi diizenleyici kodlar
sayesinde veriler kullanima hazir hale getirilmektedir. Yeni smif verileri olusturuldukg¢a sistem bu
yeni profil verilerini de kullanarak canliligin1 korumaktadir.

Bulgular

Bu boliimde ¢alismada bes asamada elde edilen bulgular lizerinde inceleme yapilmaktadir.
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1. Asama: Ogrenci not ortalama tespiti

Ogrencilerin her ders icin aldiklar1 not ortalamasinin tespit edilmesi i¢in dénem ici aldiklart
notlar agirliklarina gore ortalamasi hesaplanmaktadir. Ornegin, bir dgrencinin degerlendirme kriteri,
yiizdeligi ve notu su sekilde olsun:

Tablo 1. Dénem sonu not ortalama hesaplama

Degerlendirme %(100 iizerinden) Notu Hesaplama Sonug¢
Odev 10 80 =(10/100)*80 8
Vize 40 70 =(40/100)*70 28
Sunum 10 90 =(10/100)*90 9
Final 40 84 =(40/100)*80 32

Elde edilen sonuglar toplanarak ortalama bulunur. Ortalama=8+28+9+32=77

Bu sekilde her 6grencinin her bir dersten aldigi not ortalamalari cikarilir. Bu islemi
gerceklestirecek SQL kodu ise su sekildedir:

$sorgul="select v.ders_kod || v.sube || v.yil || v.donem ders_id,
round(nvl(sum(v.yuzde * n.notu / 100), 0)) // d6nem sonu not ortalama hesaplama

from ver_ders_not v, ogr_ders_not n, ders_not_araliklar a

where v.vdnid = n.vdnid //degerlendirme kriterleri idno ile 6grenci notu iligkilendirme
and a.yil = v.yil
and a.donem = v.donem
and a.ders_kod = v.ders_kod
and a.sube = v.sube

group by n.ogr _no, v.ders_kod, v.sube, v.yil, v.donem”;

Yukaridaki kodda ver ders not tablosunda degerlendirme kriterleri (6dev, tez, vize ve
final) ve ylizdelikleri ogr ders not tablosunda ise Ogrencilerin aldiklar1 notlar bulunmaktadir.
ders_not_araliklar tablosu ise derslerin not araliklarim1 saklamaktadir. Ogrenci notlarmnin ortalama
hesaplamasi bu tablo ile iligskilendirilerek aralik tablosu olan derslerin not ortalamasi hesaplanmasi
saglandi.

2. Asama: Siif mevcutlarini karsilastirarak ilk puanlamayi yapma

Mevcut sinifa yakin profili bulmada ilk olarak sinif mevcutlar1 goz oniinde bulundurularak
yapilmigtir. SQL ile yazilan algoritmada mevcut sinifin sayisina esit olan en yiliksek puan
verilmekte, sinifin sayisindan uzaklastikca da profilin puan1 dismektedir. Bu sekilde 6grenci sayisi
olarak en yakin sinif profilleri yakinliklarina gore yiiksek puan almaktadirlar. Puanlama islemi i¢in
onceden verilen puanlarin bir sonraki asamalarda kullanilabilmesi i¢in ogr_ders_puan tablosu
tizerine kaydedilmektedir. Bu islemi gerceklestiren SQL kodu ise su sekildedir:

$sorgu2="insert into ogr_ders puan
(select &masterders, ders_id, 0 - abs(count(*) - &mevcut) initscore
from ($sorgul) t
group by ders_id)”;

Yukaridaki sorguda kullanilan &masterders degiskeni mecut dersin ders kodu, sube, y1l ve
dénemi degerlerinin birlesmesinden olusturulmus mevcut smifin id’sidir. Puanlama tablosuna
mevcut smifinin girilmesinin sebebi ise tablonun ayni anda baska kullanicilar tarafindan
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kullanilmasi durumu igin profil puanlarimin karigikligim1 6nlemek amaciyla diisiiniildii. &mevcut
degiskeni ise mevcut sinifin 6grenci sayisidir. $sorgul'den ise puanlamasi yapilacak ders verileri
gelmektedir. Bu sekilde mevcut sinif ile diger derslerin sinif mevutlar1 yakinlik durumuna gore
puanlama tablosuna yerlestirilir.

3. Asama: Benzer déonem sonu ortalamalarinin bulunma durumuna gére puanlama

Bu adimda ise algoritma benzer donem sonu ortamlarmin bulunma durumuna gore profilleri
puanhyor. Ornegin mevcut sinifta ortalamas1 90 olan iki dgrenci oldugunu varsayalim. Profiller
eger iki adet 90 notunu igeriyorsa her biri i¢in birer puan olmak {izere iki puan almaktadir. Bir adet
bulunuyorsa bir puan almaktadir. 90 notu bulunmuyorsa puan alamamaktadir. Bu islemi
gerceklestirecek olan SQL kodu ise $sorgu3'de verilmektedir.

$sorgu3="insert into ogr ders puan_takas
select p.master_sinif id,
p.sinif_id,
(p.puan + decode(y.puan, null, -1, y.puan)) yenipuan
from ogr_ders_puan p,
(select ders_id,
decode(count(*), &kez, 1, 0 - abs(&Kkez - count(*))) puan
from ($sorgul) t
where dsnotuy = &aranan
group by ders_id) y
where p.sinif id =y.ders id(+)”;

$sorgu3 incelendiginde hesaplanan puanlar ogr ders puan takas isimli puan takas
tablosuna yerlestirilmektedir. Direk olarak puan tablosu olan ogr ders puan tablosuna
yerlestirilmemesinin sebebi, ayni sorgu icerisinde ve de ayni puan tablosu {izerinde hem yeni puan
hesaplayip hem de bunu ayni tabloda giincelleme zorlugundan dolayidir. Bu asamada yapilan
islemlerin 6zeti;

1. Notun bulunma durumuna gore puan hesapla
2. Hesaplanan puani profilin 6nceki puanina ekle
3. Hesaplanan yeni profil puanini takas tablosuna ekle

4. Asama: Takas puan tablosu verilerini esas puan tablosuna aktarma

Yeni puanlar hesaplandiktan sonra 3. asamada takas tablosuna yerlestirildi. Bu agamada
yapilmasi gereken takas tablosundaki yeni puanlarin esas puan tablosunda giincellenmesidir.
Kullanilan SQL komutu ise asagidaki gibidir:

update ogr_ders_puantl set (puan) =
(select t2.puan
from ogr_ders_puan_takas t2
where tl.sinif_id = t2.sinif_id)
where exists
(select 1 from ogr_ders_puan_takas t2 where t1.sinif_id = t2.sinif_id)

5. Asama: Puanlarin siralanmasi ve tablolarin temizlenmesi

Puan tablosundan en yiiksek puan alan profil segilerek kullaniciya sunulur. Esit sayida
yiiksek puana sahip profiller var ise profillerin siif ortalamalar: kiyaslanarak se¢im yapilabilir.
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Profil se¢imi tamamlandiktan sonra hesaplama i¢in kullanilan tablolar temizlenerek bir sonraki
kullanim i¢in hazir hale getirilir.

SONUC VE DEGERLENDIRME

Yazilan kodlarin istenen sonuclar1 verip vermedigini anlamak i¢in 6rnek bir sinif iizerinde
deneme yapildi. Uygulamanin basarili bir sonug verip vermedigini net olarak anlamak i¢in 2015
yilinin 1. déneminde agilan kodu YBS 200, sube A olan dersindeki 6grencilerin donem sonu
ortalamalari: YBS 200A20151 ={90, 80, 70, 60, 50, 40, 30, 20, 10} Algoritma hem sinif mevcudu
hem de notlar yoniiyle bu smifa yakin en yakin smif profilini bulmasi gerekmektedir. Sinif
ornegimizde 9 Ogrenci bulunmaktadir. 1. asamada tanimladigimiz $sorgul kodundan sinif
mevcuduna gore yapilan puanlamada profiller 9 sinif mevcudundan uzaklastiklar: 6l¢lide puanlar
azalmaktadir (

Sekil 1, Satir 45 ve 46). 9 mevcudu bulunan profiller ise ayni puanlarimi korumaktadirlar (
Sekil 1, Satir 99).

Sekil 1. Smif mevcuduna gore puanlama sonuglarindan bazilari

MASTER_SINIF_ID | SINIF_ID |PUAN _ |
45|YBS 200A20151 - CE122C20142 - 0
46| YBS 200A20151 -~ BAF 101B20143 - -1
99|YBS200A20151 - BUS 120A20143 - -2

3. adimda gergeklestirilen benzer notlarin bulunma durumuna gore puanlama kodu
calistirilldiginda mevcut siiftaki notlarin her birinin bulunma sayisin1 degisken olarak almaktadir.
90 ornekte bir defa bulunmaktadir (Sekil 2). 90’1 bir defa bulunduran profiller igin art1 bir puan
hesaplanir ve takas dosyasina yerlestirilmek tizere profilin esas puan tablosundan gelen puan da
eklenir. Artik profillerin esas puan tablosundaki puanlamalari1 degigmistir. Bu nedenle 4. adimda
bahsedilen sorgulama kodu ile esas puan tablosu, takas tablosundaki yeni puanla giincellestirilir. Bir
sonraki not i¢in 3. ve 4. adimlar tekrar edilir. Bu sekilde tiim notlar i¢in puanlama yapilir.

Sekil 2. Notlarin tekrar sayisina gore SQL sorgusuna degisken olarak alinmasi

| & Variables I_@J I_ = | =] |ﬁ] 1
Name |Value |
kez 1 -

#|aranan |30 -

[ Q. ]I Cancel I . Clear

b

Tiim dénem sonu ortalamalarina gore profillerin puanlamasi tamamlandiktan sonra esas
puan tablosunda yer alan puanlar biiyiikten kiigiige siralanir (Sekil 3). En biiyiik puana sahip profil
mevcut smifa en yakin olandir (Sekil 3, sira 1). En diisiik puana sahip profil ise mevcut sinifa en
uzak siiftir (Sekil 3, satir 1675). Son olarak segilen profilin not aralik dizilimi kullaniciya sunulur
(Hata! Bagvuru kayna@ bulunamad.).
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Sekil 3. YBS 200A20151 id nolu dersin profil puanlamasi sonucu

MASTER_SINIF_ID _ | SINIF_ID |PUAN _|
_1|vBS 200420151 - BUS404C20141 - 4
2|YBS 200420151 -~ BUS 113A20141 - 5

_ 11|YBS 20020151 - BUS 321C20141 - 6
_ 14|YBS200A20151 - BAF 103A20151 - 7
1675 YBS 200420151 - BUS 101C20141 - 102

Sekil 4. Secilen profilin not aralik dizilimi

YL _|DONEM _ |BOL_NO _|DERS_KOD _ |SUBE _|NOT_ARALIK |
M 1| 2014 1 1743 BUS 404 C 90-80-70-60-50-40-30-20

Sekil 3'de en yiiksek puana sahip simf idsi BUS 404C20141 olan smif mevcuduna
bakildiginda 9 ve notlar1 ise {60, 58, 55, 51, 40, 30, 15, 0} olarak siralandig1 gériilmektedir. Sekil
3'de 2. satirda bir sonraki en yakin profilin sinif mevcudu 10 ve notlar1 {69, 64, 60, 48, 45, 39, 31,
30, 15, 25} olarak siralandig1 ve diger profillerin bu sekilde puani azaldikga verilen siniftan hem
sinif mevcudu olarak hem de not benzerligi olarak uzaklastigi goriilmektedir.

Bagil degerlendirmede kullanilan uygulamalardan biri olan not araliklandirma sistemi
kullanan tiniversitelerde gegmis verilerden yararlanarak sistemin bir 6neride bulunmasi kullanicinin
"Acaba daha Once buna benzer bir smifta nasil bir aralik kullanilmigti?" sorusuna yanit
verebilmektedir. Bu sekilde hem insan eli hem de bilgisayar yardimin bir arada bulundugu bir
yardimer sistem tasarimi ortaya ¢ikmaktadir. Gegmis aralik verilerinde kullanicilarin diigiinme
stirecinden gecen bir emegi bulunmaktadir. Tasarlanan sistemde kullanicilarin bu deneyiminden
yararlanarak yine kendilerine bir 6neride bulunmaktadir. Bu sekilde geleneksel olarak kullanilan bir
girdi verip islemden gegip bir sonug alma yerine kullanici deneyimi olan verileri girdi olarak verip
yine ¢iktisinin kullanimina kullanicinin karar verdigi bir sistem olarak tasarlanmaktadir. Eger ki
kullanici sistemin Onerisini kabul etmeyip kararinda farkli faktorler s6z konusu ise sistem
kullanicinin bu farkli kararini gegmis deneyime kaydedip tercihi hafizaya almaktadir.

Bu calismada kullanicinin verdigi kararlar ile uyumlu ¢alisan bir sistemin egitim alaninda
veri madenciligi tekniklerini kullanimi gérmektedir.
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