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Ozet— Giiniimiiziin teknolojik gelismeleri, veri boyutlarinin ve gesitliliginin artmas1 klasik istatistiksel yontemlerin
yetersiz kalabilecegi durumlar1 da beraberinde getirmektedir. Veri analizinde yillardir kullanilan istatistik, son yillarda
veri madenciligi ile yan yana yer almaktadir. Veri analizi ¢aligmalarinda kullanilan istatistik ve veri madenciligi
yontemleri birgok farkli aragtirma alaninda kendilerine yer bulabilmektedir. Ozellikle saglik alaninda veri analizinde
istatistik siklikla kullanilmakta, veri madenciligi yontemleri ise son yillarda aragtirmacilar tarafindan fark edilmektedir.

Bu ¢aligmanin amact, her iki alanin incelenerek aralarindaki farkliliklarin ve benzerliklerin ortaya konmasidir. Ozellikle
saglik alaninda veri madenciliginin ¢ok yaygin olarak bilinmemesi ve saglik calisanlarinin genellikle istatistiksel
yontemlere bagli kaliyor olmasi ¢alismanin ¢ikis noktasini olusturmaktadir. Calisma kapsaminda veri madenciligi ve
istatistiksel yontemlerle ilgili olarak bir literatiir arastirmast yapilmistir. Sonug olarak bu iki alan kavramsal agidan
incelenmis, aralarindaki farklar ve benzerlikler dzetlenerck ortaya konmaya calisiimistir. ilerleyen zamanlarda
calismanin saglik verisi ile uygulamasi yapilarak genisletilmesi umulmaktadir.

Anahtar Kelimeler— Veri Madenciligi, Istatistik, Veri Analizi

Statistics or Data Mining for Data Analysis

Abstract— Today’s technological advances, increase of volume and diversity of data, brings inadequate status of
classical statistical methods with it. Statistics, which is being used for data analysis for many years, is located side by
side with data mining in recent. Statistics and data mining methods can find place in many different research fields.
Especially in health sector statistics is being used frequently, whereas data mining methods is started to get attention of
researchers in recent years.

The aim of this study is to observe similarities and differences between two fields. Starting point of the study is that
while statistical methods are being frequently used in health field, data mining methods is not known widespread in the
same field. In this study, literature research is made about data mining and statistical methods. As a result of the
research both fields are observed conceptually, differences and similarities between fields are tried to be summarized in
the study. In future it is planned to expand the scope this study with application of data mining and statistical methods
to the same health data.

Keywords— Data Mining, Statistics, Data Analysis

ortaya ¢ikarak, gerek yapisal gerek yapisal olmayan farkli
tipte ve biiyiik boyuttaki verinin analiz edilebilmesine
olanak saglamaktadir. Veri madenciligi ve istatistik
birbirine benzer hedeflere hizmet etse de aralarinda bazi
farkliliklar bulunmaktadir. Bu farkliklar ve benzerlikler
bu ¢alisma kapsaminda incelenmistir.

1. GIRIS (INTRODUCTION)

Giliniimiizde teknolojinin gelisimi ve veri boyutlarindaki
hizli artis farkli kavramlarinda hayatimiza girmesine
neden olmustur. Bilgi iletisim teknolojilerinin hayatin
hemen her alanina girmesi, hizli gergeklesen teknolojik
gelismeler veri boyutlarindaki ve tiirlerindeki artigt
tetiklemektedir. Bu nedenle veri yigmlar1 arasindan
anlamli, ise yarar bilgi elde edilebilmesi agisindan veri ]
analizi her gecen giin daha fazla 6nem kazanmaktadir. — 2.1.Istatistik (Statistics)

Veri analizinde, veriyi anlamlandirma ve kanita

dayandlrma bilimi olan istatistik, arastirmacilari B||g1y1 kanita dayandlrma ihtiyac]ndan ortaya glkan
sinirlandirabilmekte ve biiyiik bo_yutlu veri kiumeleri istatistik [1] yﬁzyﬂlardlr veri analizinde ve Veriyi
karsisinda yetersiz kalabilmektedir. Istatistiksel yontemler  anlamlandirmada  kullanilmaktadir. Kokeni  veri
birgok alanda kullanilsa da veri analizinde temelini  madenciliginden ¢ok daha eskilere dayanan istatistik
istatistiksel yontemlerden alan veri madenciligi kavrami1  "veriden &grenme, belirsizligi 6lgme, kontrol etme

2. KAVRAMLAR (CONCEPTS)
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bilimidir" [2]. Degiskenler arasindaki iligkileri inceleyen,
veri setini ¢esitli hesaplamalarla analiz edip bulgular
ozetleyen, drneklemden ¢ikartilan sonuglarin veri kiitlesi
i¢in genellestirmeye yarayan bir bilim dali olarak istatistik
veri madenciliginden ¢ok daha eski yillarda ortaya ¢ikmis
ve veri analiz etmede yiizyillar boyunca kullanilmustir.
Istatistigin tarihine bakildiginda 16-17. yiizyillara kadar
dayanan ¢aligmalar oldugu goriilmektedir [3].

Ortalama, standart sapma gibi hesaplamalar, degiskenler
arasindaki  iligkinin  ortaya konmasi, sonuglarin
Ozetlenmesi, gelecege yonelik tahminde bulunulmasi gibi
cesitli analizler igin istatistikten biliminden yararlanilir.
Buna bagli olarak verinin oldugu her alanda veriyi analiz
etmek ic¢in istatistikten yararlanilabilecegini sdylemek
yanlis olmayacaktir. Veri madenciliginin kullanildig:
alanlarin hemen hepsinde istatistiksel yontemler de
kullanilabilmektedir. Kullanilacak alandan ziyade veri
boyutu ve yapilmak istenen analizin niteligi hangi
yontemlerin  kullanilacagi  konusunda belirleyicidir.
Onemli olan bu noktada veri ile ilgili nasil bir analiz
yapilacagina ve veri madenciligi veya istatistik
yontemlerinden  hangilerinin  kullanilacagina  karar
verilmesidir.

2.2. Veri Madenciligi (Data Mining)

Veri madenciligi veri miktarindaki artisla beraber ¢okca
ilgi gormeye baglayan kavramlardan biridir. Toplamda
9000’den fazla kez alintilanan Fayyad ve dig. [4, 5]
tarafindan yazilan “From Data Mining to Knowledge
Discovery in Databases (KDD)” ve “The KDD Processs
For Extracting Useful Knowledge From Volumes of
Data” makaleleri veri madenciligi ve veri tabanlarinda
bilgi kesfi konulariyla ilgili olarak 90’li yillarda
olusturulan en temel kaynaklardandir [4], [5]. Her iki
makalede de hizla artan veri boyutlarindan anlamli bilgi
elde edebilmek igin, bilgisayar temelli yeni yontemlere
ihtiyag duyuldugundan, veri tabanlarinda bilgi kesfi ve
veri madenciligi konularinin arastirmacilarin dikkatini
¢ektiginden bahsedilmektedir [4], [5]. Makalelerin
yazilmis oldugu yilin iizerinden 20 y1l gegmesine ragmen
bu konular hala daha giincelligini korumakla beraber
bugiiniin arastirmacilari i¢in bilyiikk 6neme sahiptir. Farkli
alanlardaki arastirmacilar agisindan, veri madenciliginin
bilinirligi ve kullanimi 1996’dan bu yana goézle goriliir
sekilde artmis ve her gegen giin artmaya devam
etmektedir.

Fayyad ve dig. [5] bilgisayar tabanli veri madenciligi
analizlerin konusulmaya baslandigi 1960’lardan beri kotii
bir iine sahip oldugunu belirtmistir. Bir kisi eger yeterince
uzun siire veri setini ele alirsa igerisindeki Oriintiileri
bulabilecegi diisiiniilmektedir. Ancak bu goriisiin 1996°da
ortaya kondugu goz oniinde bulundurulursa o giinden
bugiine veri madenciligi ile ilgili diisiincelerin degismis
oldugu ve alanla ilgili bu tip 6n yargilarin kirilmis oldugu
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goriilmektedir. Ulkemizde yapilan caligsmalara
bakildiginda veri madenciligi ile ilgili bircok yayin
oldugu goriilmektedir. Savas ve dig. [6] yaptiklari
literatir calismasinda Tirkiye’de veri madenciligi
alaninda yapilmis ¢aligmalara yer vermislerdir. Calisma
kapsaminda  2003-2012  yillar1  arasinda  egitim,
miihendislik, bankacilik, tip, ticaret ve telekomiiniskasyon
alanlarinda yapilmig olan ve Tiirkiye’de yayimlanan 43
adet calismaya ait bilgiler verilmistir.

Veri madenciligi ile ilgili ¢aligmalarin yillar igerisinde
arttigin1 gostermek adina ayrica Yiiksekogretim Kurulu
Bagkanligi’na ait Tez Merkezi web sitesinde de bir tarama
yapilmustir [7]. “Veri madenciligi” anahtar kelimeleri iki
farkl filtre ile aranmustir. ilk aramada veri madenciligi
tez adlart icerisinde, ikinci taramada ise ayni kavram
herhangi bir kriter belirtmeden tiim alanlar icerisinde
aranmugtir. Sekil 1°de arama sonuclart ve buna bagl
olarak veri madenciligi ile ilgili lisansiistii ¢aligmalarin
sayis1 verilmistir.
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Sekil 1. Yillara gore veri madenciligi lisanstistii

caligsmalar1
(Thesis studies about data mining by years)

Bilgi ve iletisim teknolojilerindeki gelismeler ¢ok hizli bir
sekilde gerceklesmekte ve bu durum farkli kaynaklardan
elde edilen farkli tiirlerde (yapisal, yar1 yapisal ve yapisal
olmayan) verinin birikmesine sebep olmaktadir. Bu veri,
giiniimiizde biiyiik veri ile ifade edilen bir hale gelmistir.
Verinin hizli artist  insanlarmm  bu veri yignlarini
yorumlayabilmelerini zorlastirmaktadir. Bu yiizden biiyiik
hacimli verinin analizi ya da yorumlanmasi igin
aragtirmacilar veri madenciligi alanina yonelmektedir [8].
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Sekil 2. Veri tabanlarinda bilgi kesfi [5, 10]

(Knowledge discovery in databases)

Veri tabanlarinda bilgi kesfi (Knowledge Discovery in
Databases - KDD) kavrami adindan da anlagilacagi gibi
bliylik veri tabanlarinda asamali bir sekilde bilgi
kesfedilmesi siirecini ifade eder. Veri madenciligi ise bu
kesif siirecinin belki de en 6nemli / kilit rol oynayan
asamasidir [5]. Bir ¢ok farkli alandan beslenen veri
madenciligi; istatistik, makine Ogrenmesi, yapay zeka,
oriinti  tamima  alanlarindaki  gelismelerden  de
beslenmektedir [9]. Akpinar’a [10] gére veri madenciligi
yontemleri  istatistik, yapay zeka ve makine
o0grenmesinden yararlanmaktadir.

Fayyad ve dig. [5] veri tabanlarinda bilgi kesfi siirecini
“verideki gecerli, 6zgiin, potansiyel olarak kullanigh ve
anlagilabilir desenleri belirlemeye yarayan onemli bir
stire¢ olarak” tanimlamustir (Sekil 2). Veri madenciligi ile
ilgili calisan arastirmacilar ise bu tanimlamayi veri
madenciligi kavramint tanimlamak igin kullanmislardir.
Bu noktada KDD ve veri madenciliginin taniminin
birbirleri yerine kullanilabildigi goriilmektedir. Kuonen
[1], Kumar ve Bhardwaj [9] ve Kapoor [11]
¢aligsmalarinda; Fayyad ve dig. [S]’ nin KDD ig¢in yapmis
oldugu tanimi veri madenciligini tanimlamak igin
kullanmistir. Veri madenciligi, veri tabanlarinda bilgi
kesfi siirecinin bir pargast olmasina ragmen tiim siirecin
anlamli sonug¢lara varmasi agisindan belki en Onemli
asamasidir. Elbette diger siireclerin analizler agisindan
onemi goz ardi edilemez ancak KDD i¢inde en fazla 6ne
¢ikan agama veri madenciligidir. Bu sebepten dolay1 KDD
icin Fayyad ve dig. [5] tarafindan yapilan tanimlamanin,
zaman i¢inde farkli arastirmacilar tarafindan veri
madenciliginin tanimlanmasi i¢in kullanmaya baslanmasi
normal karsilanmaktadir.

Veri madenciliginin genel bir tanimi yapilacak olursa,
biiylik hacim ve farkl tipteki veriden anlamli bir takim
desenler/Oriintiiler olusturmayi, veri arasindaki iligkileri
kesfetmeyi ve veriden bilgi elde etmeyi amaglayan bir
alandir. Tipki bir maden kesfi yapar gibi veri yiginlar
arasindan da "degerli, anlaml1" olan bilginin bulunmasini
saglar.

Ozkan [12] veri madenciligini “Biiyiik Olgekli veriler
arasindan degeri olan bir bilgiyi elde etme isidir.”
seklinde tanimlamustir.

Genel gecer bir tanimi olmamakla beraber veri
madenciligi  i¢in  birbirine benzer birgok tamim
yapilmaktadir:

"Veri madenciligi biiyiik hacimli veriler arasindan bilgiyi
cekip ¢ikarmaktir. Baska bir deyisle veri madenciligi, veri
tabanlarindaki biiyiik ve karmagik veriler arasindaki
bilinmeyen oriintiileri, degerli yapilar: ve ilging iliskilerin
kesfedilmesi bilimidir." [13]

“Veri madenciligindeki esas amag veri setinden bilgi elde
etmek ve bunu anlagilabilir bir yap: halinde kullanilmak
tizere ortaya koymaktir.” [11]

“Veri madenciliginin amaci, ge¢mis faaliyetlerin analizini
temel alarak gelecekteki davranmiglarin tahminine yéonelik
karar-verme modelleri yaratmaknr.” [14]

Ozetlemek gerekirse farkli kaynaklarda yapilan farkl
tanimlar aslinda birbirine ¢ok yakin noktalara parmak
basmaktadirlar. Veri madenciligi de istatistik gibi ¢esitli
analizler yoluyla veriden 6grenmeye ve bilgi elde etmeye
yarayan bir alandir. Esas olarak biiyiik boyutlu veri
tabanlarindaki  karmagik yapili  verinin  arasindaki
orintiilerin  bulunmasini, anlamli ve kullanigh olacak
bilgilerin kesfedilmesini, elde edilen bilginin anlasilabilir
bir sekilde ortaya konmasini saglar. Bunun yaninda veri
madenciligi ile istatistiksel analizlerde oldugu gibi
gelecege doniik tahminler yapmak da miimkiindiir [1],
[4], [5], [8]. [12], [13], [15], [16].

Veri madenciligi birgok farkli alaninda

kullanilmaktadir (Tablo 1).

arastirma



164

Tablo 1. Veri madenciliginin kullanim alanlar
(Data mining application areas)

: Detaylar
Benzerlikler Gygulama Yy Kaynak
Saglik / Tip Hastaliklarin tahmini ve | [14],
analizi [l
Hastaliklarin etkilerinin [18]
analizi
Ilag yan etkilerinin
tespiti
Hastane yonetimi
Biyoenformatik Biyolojik veri analizi [19]
Astronomi Gok cisimlerinin (4]
analizi/siniflandirilmasi
Iklim modellemeleri [9]
Telekomiinikasyon | Miisteri kayip analizi (6]
Miisteriye 6zel
kampanya analizi
Uretim Hata tespiti ve tahmini | [4]
Yatirim Portfolyo yonetimi (4]
Pazarlama Miisteri davranis [4],
tahminleri [15]
Uygun kampanya
gelistirme
Farkli miisteri
gruplarinin analizi
Pazar sepet analizi
Bankacilik Dolandiricilik tespiti (41,
Para aklama [15]
islemlerinin tespiti
Misteri gruplarinin
belirlenmesi
Sigortacilik Dolandiricilik tespiti [15]
Miisteri tahmini
Yapisal olmayan | Sosyal medya verisi [20]
: . Web sitelerinin analizi
veri analizi
Egitim Basar1 faktorlerinin [6],
belirlenmesi [21]

3. YONTEM (METHOD)

Bu g¢alismanin olusturulmast igin literatiir taramasi
yapilmigtir. 1996 ve 2015 yillart arasinda yayimlanan
konferans bildirisi, makale ve kitap olmak iizere, Tiirkge,
Ingilizce ve Almanca dillerinde yazilmis toplam 24
kaynak incelenmistir. internet iizerinden Google arama
motorunda yapilan taramalarda "veri madenciligi", "data
mining", "istatistik", "veri madenciligi ve istatistik", "veri
madenciligi ve istatistigin farklar1", “differences between
data mining and statistics”, “unterschiede zwischen
statistik und data mining” anahtar kelimeleri kullanilmis
ve c¢ikan sonuclar taranarak aralarindan c¢alisma igin
uygun bulunan 24 kaynak incelenmistir.
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4. BULGULAR (FINDINGS)

4.1. Istatistik ve Veri Madenciligi Arasindaki Benzerlikler
(Similarities Between Data Mining and Statistics)

Istatistik ve veri madenciligi kavramsal olarak farkli
alanlar olsa da ikisinin ortak &zellikleri vardir (Tablo 2).
Her iki alan da veriden 6grenme, verinin bilgiye
doniistiiriilmesi, veriyi analiz etme, verinin anlamini
¢ozme, belirsizlikleri ortadan kaldirma, olay:1 etkileyen
faktorleri belirleme, 6n goériide bulunma amaglarini yerine
getirirler [1], [13], [16], [22]. Genel amaglarina
bakildiginda her iki alanin da odaklandigi nokta veriden
O0grenme ya da veriyi bilgiyi doniistiirmedir. Bu acidan,
her ikisinin de edindigi misyon birbirine ¢ok yakindir.

Tablo 2. Istatistik ve veri madenciliginin benzerlikleri
(Similarities between data mining and statistics)

Benzerlikler

Veriden 6grenme / verinin bilgiye doniistliriilmesi

Veriyi analiz etme / verinin anlamini ¢ézme

Ongoriide bulunma / tahmin yapma

Belirsizlikleri ortadan kaldirma

Olay1 etkileyen faktorleri belirleme

Veri 6n isleme

Kullanilan analiz g¢esitleri

(1], [9], [13], [15], [16], [22]

Veri madenciligi yontemlerinin  bircogu temelinde
istatistiksel yontemlere dayanir. Bagka bir deyisle veri
madenciliginin temelini istatistik olusturur ve istatistik
bilimi olmadan veri madenciliginden s6z etmek miimkiin
olamaz [9]. Baz arastirmacilara gore istatistiksel bakis
acistyla bakildiginda veri madenciligi yontemleri daha
esnek yontemler olarak tanimlanmis ve veri madenciligi

istatistikteki ¢ok degiskenli analizlerle es deger
tutulmustur [1].
Kullanilan analizler incelendiginde; kiimeleme,

diskriminant, regresyon, korelasyon analizlerinin her iKki
alanda da kullanillan ortak  yontemler oldugu
gorlilmektedir [16]. Aslinda veri madenciligi istatistikte
var olan bu analizleri kullanmakta ve bu acgidan
bakildiginda veri madenciligi, yukarida da bahsedildigi
gibi ¢ok degiskenli istatistiksel analizler olarak
degerlendirilebilmektedir. Yine veri madenciliginde
siklikla kullanilan karar agaclar1 veya birliktelik analizleri
de ¢ok degiskenli istatistik analizleri ile es tutulmaktadir
[13].
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Her iki alan i¢in kullanilan yontemler disinda sahip
olunan bir diger benzerlik ise veri 6n isleme asamasidir.
On isleme asamasi, verinin analize girmeden Once
islenmeye uygun hale getirilmesini saglarken, analizin
dogrulugu ve sonucglarin kalitesi i¢in de Onemli rol
oynamaktadir. Analiz sonuglarinin dogrulugu icin analize
giren verinin de temiz olmasi gerekir [16]. Akpinar [15]
on iglem asamasinin veri tabanlarinda bilgi kesfi siirecinin
%50 ile %80' ini olusturabilecegini belirtmistir.

4.2. [statistik ve Veri Madenciligi Arasindaki Farkliliklar
(Differences Between Data Mining and Statistics)

Istatistik ve veri madenciligi arasinda esas amaglari
birbirine ¢ok yakin olsa da onemli farkliliklar oldugu
goriilmektedir (Tablo 3).

Tablo 3. istatistik ve veri madenciliginin farkliliklari
(Differences between data mining and statistics)

Detaylar
Farkliliklar Istatistik ! Veri Madenciligi
Kavramsal Kokeni eskiye Istatistigin alt
[22] dayanan, bagh dali degildir.
basina bir bilim
dalidir
Veri seti | Gorece daha Milyonlarca,
biyiikligii kii¢iik boyutlu milyarlarca veri,
[12], [13], [16] veri cok fazla
degisken
Orneklem Veri setinden Veri setinin
blylkligii secilen bir kiime | tamami
[16]
Verinin  toplanis | Belli bir amag Birincil amag
amact icin toplanir veri madenciligi
[13], [16] uygulamak
degildir.
(genellikle)
Hipotezin varligi Hipotez var. Hipotez
[16], [23], [24] yok/olmayabilir.
Benimsenen Tiimevarim Timdengelim
yaklagim
[16]
Bilgisayar Bilgisayarsiz Bilgisayarsiz
kullanimi analiz diistiniilemez.
[22] miimkiindiir.

Kavramsal agidan her iki kavramin birbirinden bagimsiz
oldugunu bilmek 6nemlidir. Veri madenciligi ve istatistik
birbirlerinden farkli alanlardir ve veri madenciligi
istatistigin bir alt dali ya da pargas1 degildir. Temelinde
istatistige dayanan birgok veri madenciligi yontemi /
algoritmast  vardir ancak bunlar sebebiyle veri
madenciligini istatistigin bir alt dali olarak gdérmek
yanligtir [22].

Analizlerde kullanilan veri setlerinin biiyiikliigii agisindan
bakildiginda da her iki alan farklilik gostermektedir.
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Geleneksel olarak kullanilan istatistiksel yontemler ¢ok
biiylik hacimli veri setleri, biiylik veri gibi kavramlar ile
karsilagtiginda, verinin biiylikligi ve cesitliligi acisindan
yetersiz Kkalabilmektedir. Bu sebeple veri madenciligi
yontemleri One ¢ikmakta ve biiyiik veri setlerinin
analizinde kullanilmaktadir. Veri madenciligi yontemleri
icin kolaylikla analiz edilebilecek veri setleri istatistiksel
yontemlerle analiz edilemeyecek bityiikliikte olabilir [13].

"Bir istatistik¢i icin biiyiik veri kiimesi birkag yiiz veya bin
veri kiimesi icerir. Veri madenciligi ile ugrasanlar icin,
milyon veya milyar veri beklenmeyen bir durum degildir."

[16]

“Veri  madenciliginde ise milyonlarca ve hatta
milyarlarca veri ve ¢ok fazla degisken ile ilgilenilir.” [12]

Veri setinin biiylikligi gibi orneklemin biiyiikligii de
farklidir [16]. Orneklem, istatistiksel analizlerde ana
kiitleyi temsil eden daha ufak bir kiitledir. Veri
madenciliginde ise 6rneklem veri setinden segilen daha
ufak bir veri seti degil gogunlukla eldeki veri setinin
tamamidir. Bu sebeple veri madenciligi analizleri
bilgisayar kullanimi olmadan distiniilemez [22]. Ciinki
eldeki veri yigim farkl tipte veri igermekle beraber ¢ok
fazla sayida veriyi igerir ve veri madenciligi
algoritmalarini, karmasik ve biiyilk hacimli veri
yigmlarina bilgisayar olmadan uygulamak neredeyse
imkansizdir. Oysa istatistiksel analizlerde veri seti veri
madenciligindekine oranla daha kii¢iik oldugundan
bilgisayar kullanmadan da analizler yiritiilebilir. Bu
duruma bagka bir acidan bakilacak olursa istatistigin
kokenleri veri madenciliginden ve bilgisayarlarin
gelisiminden daha eskilere dayandigindan, zaten
istatistiksel analizler uzunca bir siire bilgisayar kullanim
olmadan yapilmustir [22].

Analizi yapilacak verinin toplanig bi¢imi veya amaci
acisindan bakildiginda da veri madenciligi ve istatistigin
yaklasimi farkhilik gostermektedir. Istatistik ¢aligmalari
kapsamindaki veri belirli bir amag i¢in veya sorudan yola
cikilarak toplanir [13], [16]. Bu duruma bagli olarak
baska bir fark da g6z Oniline alinmalidir; o da hipotezin
varligidir.

Onceden belirlenmis bir soruyla yola ¢ikilan istatistiksel
arastirmalarda, analiz ve sonu¢ asamalarindan Once
kurulan bir hipotez mevcuttur. Veri madenciliginde ise
analizden Once tanimlanmis bir hipotezin varligindan sz
edilemez [23]. Hipotezden yola ¢ikildig: i¢in istatistiksel
analizlerde apriori bilgiden yola ¢ikilarak analize
baglandigi soylenebilir. Apriori bilgi deneyden veya
herhangi bir deneyimden bagimsiz olarak var olan bilgi
olarak adlandirilabilir [25]. Bu sekilde yola ¢ikilarak
analiz sonucunda ortaya konan hipotezin dogrulugu veya
yanlighg1 ispatlanmis olur. Veri madenciligi analizlerinin
ise boyle bir iddias1 yoktur. Ciinkil analize baslamadan
once herhangi bir hipotez belirlenmez. Aksine analiz
sonucunda elde edilen bulgular incelenir ve yorumlanir.
Veri madenciligi ve istatistikte bu sebeplerden otiirii
hipotezin rolii farklilik gosterir [16], [24].
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ki alan arasindaki diger fark ise analiz yapilirken
benimsenen yaklasimdir. Tiimevarim ya da tiimdengelim
yaklagimlarindan  hangisinin ~ benimsendigi  farkli
kaynaklarda farkli sekillerde agiklanmustir. Tiiziintiirk
[16], wveri madenciligi yontemlerinin kullanildig:
analizlerde  tiimdengelim, istatistiksel  analizlerde
tiimevarim yaklagimlarinin benimsendiginden
bahsetmektedir. Veri madenciligi analizlerinde veri
setinin tamaminin analiz edilmesi ile daha ozel/yerel
bilgiye ulasilir. Bu durumda genelden 6zele dogru bir
bilgi kesfi oldugu yani timdengelim yaklasimiyla
ilerlendigi sdylenmektedir. statistiksel analizlerde ise tam
tersine, tiimevarim yaklasimi ile hareket edilir ¢iinkii ana
kiitle icinden secilen Orneklemin analizinden yola
¢ikilarak elde edilen sonuglar tiim ana kiitle/veri seti igin
genellenir. Bu yaklagimda 6zel olandan genel olana dogru
bir yonelme vardir. Ganesh [13] ise veri madenciliginin
genellikle asil toplanma amacindan bagimsiz olan ikincil
analizler yapmada kullanildigini belirtmistir. Bu sebeple
tiimevarim yaklasimiyla hareket edildigini sdylemektedir.
Istatistiksel analizler ise ona gore hipotezden yola
¢ikilarak tiimdengelim yOntemiyle ilerlemektedir. Bu
calisma kapsaminda; veri madenciliginin tiimdengelim,
istatistiksel yontemlerin tiimevarim yOntemlerine uygun
olarak yapildig1 goriigii hakim olmaktadir.

Caligma kapsaminda elde edilen benzerlik ve farklilik
Sekil 3’te 6zetlenerek sunulmustur:

Farkhhklar

Kavramsal fark

Benzerlikler

Veri seti
biyiikluga

Grneklem
biyikluga

Amag

Hipotez Etki faktorlerini

Veriden T Tahmin,
Analiz tiirleri 5
belirleme

o e Veri 8n isleme
ogrenme ongora

Vaklagim

Bilgisayar
kullanimi

Sekil 3. Farkliliklar ve benzerlikler
(Differences and similarities)

5. TARTISMA VE SONUC
CONCLUSION)

(DISCUSSION  AND

Glintimiizdeki teknolojik ~ gelismeler  ve  veri
boyutlarindaki artig, istatistiksel yontemlerin tek bagina
yetersiz kalabilmesine sebep olmaktadir. Bu gelismeler
sonucu ortaya ¢ikan veri madenciligi kavrami biiylik veri
boyutlarinda analiz yapilmasini  saglamaktadir. Bu
calisma kapsaminda veri madenciligi ve istatistik
alanlariin birbirleriyle nasil bir iliski icerisinde oldugu
ortaya konmaya c¢alisilmistir. Calismanin, her iki alan
arasindaki iliski, benzerlik ve farkliliklar hakkinda genel
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bir cerceve cizerek aragtirmacilara yardimeir olmasi
umulmaktadir.

Veri madenciligi kavrami ayri bir alan olsa da temeli
istatistiksel yontemlere dayanmaktadir. Veriden 6grenme,
anlamli bilgi elde etme, 6z bilgi kesfi, bilgi kesfi,
ortintiileri kesfetme, degerli bilgiye ulasma, degiskenler
arasindaki iligkileri kesfetme gibi farkli sekillerde
adlandirilabilecek ve analizlere dayali islemler, istatistik
veya  veri  madenciligi  yontemleri  kullanarak
yapilabilmektedir. Bu noktada eldeki veri ile nasil bir
analiz yapilacaginin belirlenmesinde analizi yapacak
kisinin belirlemesi gerekecektir. Hangi ydntemlerin
kullanilacagini belirlerken veri kiimesinin biiyiikligiini
ve yapisii bilmek; analiz yontemleri arasindaki
farkliliklara hakim olmak 6nemlidir. Veri madenciligi ve
istatistik arasinda farkliliklar olmasina ragmen iki alan
birbirlerinden bagimsiz diisiiniilemeyecek alanlardir.
Ciinkii her iki alan da "veriden 6grenme" ve "veriden bilgi
elde etme" amaglart  i¢cin  kullamilirlar.  Veri
madenciligindeki gelismelerin istatistiksel yOntemlerin
kullanimina, istatistiksel yontemlerdeki geligsmelerin ise
veri madenciliginin gelisimine katki saglayacagi ve bu iki
alanin Dbirbirine dogru bir bilylime iginde oldugu
dugiintilmektedir [1].

[statistiksel analizler halen veri analizinde kullanilmakta
olan analiz yontemleridir. Ancak teknolojinin gelismesi,
cok cesitli veri kaynaklarinin olusmasi, veri tretiminin
artmasi ve veri tiirlerinin ¢esitliligi analiz ydntemlerinin
de gelismesini ve c¢esitlenmesini saglamaktadir. Buna
paralel olarak aragtirma alanlar1 arasindaki keskin siirlar
ortadan kalkmakta ve her farkli alan birbirinden
beslenmektedir. Veri madenciliginin de beslendigi temel
alanlardan biri istatistiktir. Temellerini istatistikten alan
veri madenciligi yontemleri analizlerde istatistiksel
yontemlerin ~ simirhiliklarini - ortadan  kaldirmakta ve
glinimiiziin veri bollugunda her alandan arastirmacilara
daha genis kapsamli ve esnek analizler yapma imkani
sunmaktadir. “Giiniin gereksinimlerine goére kendini
giincelleyerek gelisimini siirdiiren veri madenciligi” [10]
her gecen giin farkli aragtirma alanlarinda arastirmacilar
tarafindan ilgi gormektedir. Tip gibi, arastirmacilarin
istatistiksel yontemlere bagli kaldigi alanlarda ilerleyen
zamanlarda veri madenciligi yontemlerinin daha fazla ilgi
gorecegi diistiniilmektedir. Elektronik ortama gegildikten
sonraki siire¢ diisliniildiigiinde veri tabanlarinda her gecen
giin hastalara ait daha fazla veri birikmektedir. Bu verinin
analiz edilmesi yoluyla, hastaliklar hakkinda 6ngériide
bulunulabilmesi, ¢esitli belirtilere ya da 6zelliklere gore

hastaliklarin  tahmin edilmesi, hastaliklara yonelik
Onleyici  tedbirlerin  almabilmesi  gibi  arastirma
basliklarinda veri madenciligi ydntemlerinin ileride

kullanilacag1 dngoriilmektedir.

Bu caligmanin ilerleyen asamalarinda aynmi veri seti
iizerinde hem istatistiksel yoOntemlerin hem de wveri
madenciligi yontemlerinin uygulamasinin yapilmasi ve
sonuglarin/yontemlerin karsilastirilmasi planlanmaktadir.
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