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Bu calismada Twitter kullanicilarinin lyi tarim, organik tarim ve siirdirilebilir tarim
hakkindaki duygu ve dustnceleri duygu analizi tekniginden yararlanilarak analiz
edilmistir. Bu amagla, tarimla ilgili t¢ farkli hashtag grubunda toplam 15984 tweet metin
madenciligi teknigi ile degerlendirilmistir. Yapilan duygu analizi sonucunda, tweet atan
bireylerin bu tarim teknikleri hakkindaki duygu ve dusilinceleri arasinda anlamh
farkliliklarin bulundugu gézlenmistir. Twitter kullanicilari igin en popller ve en giivenilir
tarim uygulamasinin lyi Tarim uygulamasi oldugu gériilmistiir. Sonug olarak, biitiin
tweetlere ait duygu analizi sonuglari degerlendirildiginde Twitter kullanicilari genel olarak
tarim hakkinda pozitif duygu ve diistincelere sahip oldugu belirlenmistir.

Anahtar Kelimeler: Metin madenciligi, Duygu skorlari, Tweet, Tarim
ABSTRACT

In this study, the emotions and thoughts of Twitter users about good, organic and,
sustainable agriculture practices were analyzed by using sentiment analysis technique.
15984 tweets which were analyzed by this purpose. Sentiment analysis results showed
that there were significant differences between the f emotions and thoughts of the
tweeting about these agricultural practices. It was observed that the most popular and
reliable agricultural application for Twitter the users was the Good Agriculture practice.
When all results of the sentiment analysis analysis was evaluated, it was determined that
the Twitter users generally had positive emotions and thoughts about the agriculture
practices.

Key Words: Text mining, Emotion score, Tweet, Agriculture

bulunurken kisacasi hayatimizin her aninda

farkinda olmadan sayamayacagimiz boyutlarda
deneme ve her an veri tiretmekteyiz. Ustelik bu verilerin ¢ogu
%80'den fazlasinin da metin bigiminde olusmaktadir (Kulkarni ve

Shivananda, 2019). Metin madenciligi ya da baska

metin, resim, ses, video vb. biciminde
yapilandirilmamis formatta oldugu bildirilmistir
(Kulkarni ve Shivananda, 2019). Telefonda
konusurken, mesaj atarken, resim c¢ekerken,

sosyal medya kullanirken, tweet atarken, hikaye

ve gonderi paylasirken, e-ticaret (izerinden

alisveris yaparken ve diger cesitli faaliyetlerde
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bir deyisle metin analitigi, metinsel verilerden
kaliteli ve islevsel bilgiler elde etmek icin izlenen
Metin
yaptlandiriilmamis metin verilerini yapilandiriimis

metodoloji ve slregtir. madenciligi

ya da daha yapilandirilmis formlara ayristirmak
icin NLP, bilgi getirme (informtion retrieval) ve
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makine 0©6grenmesi tekniklerini kullanarak bu
verilerden kaliplar ve iggoruler Uretmeyi igerir.
Metin madenciligi bilgi kesfi, tanimlama ve
tahmine yonelik analiz ihtiyaglari i¢cin metinden
bilgi modellemesi ve c¢ikariminda kullanilan
makine 06grenmesi, dilbilimsel ve istatistiksel
teknikleri icermektedir. Metin madenciligi metin
siniflandirma, metin kiimeleme, metin 6zetleme,
duygu analizi, benzerlik analizi ve iliski modelleme
gibi bazi temel teknikler ve islemlere sahiptir
(Sarkar, 2016).

Bu arastirmanin asil  amaglarindan birisi
Ozellikle metin  madenciligi  algoritmalarinin
tarimsal calismalarda etkin bir sekilde kullaniima
imkani  oldugu hususunda bir farkindalk
olusturmak ve bu yontemlerle iliskili temel bilgiler
vermektir. Bu arastirmada, Twitter kullanicilarinin

cesitli tarim teknikleri hakkinda ne disindigiini
anlamak ve duygularini analiz etmek igin metin
madenciliginin  duygu  analizi  tekniginden
yararlanilacaktir.

Materyal ve Metot

Arastirmanin  materyalini 3 Kasim 2020
tarihinde Twitter APl ile c¢ekilen tarim
uygulamalari ile ilgili 14857 adet ingilizce tweet
olusturmustur (Cizelge 1). Bu tweetler iyi tarim
(n=5263), organik tarim (n=2719) ve siirdurlebilir
tarim (n=6875) olarak ¢ temel tarim uygulamasi
altinda toplanmistir. istatistiksel analizlerde
Python yazilim programi gelistirme ortami olan
Anaconda Navigator Uzerinden Jupyter Notebook
(6.0.3) arayiizi kullaniimistir.

Cizelge 1. Twitter’dan ¢ekilen tarim ile ilgili konu etiketleri ve 6rnek genislikleri.
Table 1. Related to agriculture hashtags and sample sizes extracted from Twitter

Etiket 6rnek
genisligi Toplam 6rnek
Tweet konusu Konu etiketleri Zaman genisligi
Hashtag sample

Tweet subject Hashtags Time size Total sample size

#goodagriculture 3.11.2020 3 5263
iyi tarim Goodagriculture 3.11.2020 2182

#goodfarming 3.11.2020 4
Good agriculture Goodfarming 3.11.2020 3074

#organicagriculture 3.11.2020 84 3846
Organik tarim Organicagriculture 3.11.2020 934

#torganicfarming 3.11.2020 767
Organic agriculture Organicfarming 3.11.2020 934

#sustainableagriculture 3.11.2020 355 6875
Surdirialebilir tarim sustainableagriculture 3.11.2020 2593

#sustainablefarming 3.11.2020 195
Sustainable agriculture Sustainablefarming 3.11.2020 3732

Bu arastirmada yontem olarak kelime bulutu
ve duygu analizi metin madenciligi teknikleri
kullaniimistir. Analizlerin gercgeklestiriimesinde re,
numpy, pandas, tweepy, textblob,
matplotlib.pyplot, wordcloud, better_profanity,
textblob.classifiers ve timeit Python
kiitiphaneleri kullaniimistir.

Veri 6n isleme

Metin madenciliginde veri 6n isleme, analizlere
gecmeden Once veri setinden istenmeyen bazi
verilerin temizlenmesi islemidir (Kaur ve Sharma,
2020). Tweetler icin kullanilan veri 6n isleme

353

adimlari asagida verilmistir. Veri 6n islemenin
amaci, veri kalitesini iyilestirmek ve veriyi
analizlere daha uygun hale getirmektir
(Anonymous, 2023).
e Tim tweetlerin kiiclik harflere donlisimi
o Sinkafli kelimelerin sansirlenmesi
o Noktalama isaretlerinin, sembollerin ve
rakamlarin kaldirilmasi
e Stopwords’lerin kaldiriimasi
o Ozel tweet isaretlerinin (@, # ve emoji) ve
URL’lerin (https) kaldirilmasi
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Kelime bulutu

Kelime bulutu, en sik tekrarlanan kelimelerin
resimli bir temsilidir (Kulkarni ve Shivananda,
2019). Kelime frekansi arttik¢a resimdeki yazi tipi
boyutu da artmaktadir. Kelime bulutu ayni
zamanda metnin genel bir o6zetini olusturur,
ilk bakigidir.

alacagi

okuyucunun metne
dikkate
tasimaktadir.

Okuyucunun

metinde anahtar kelimeleri

Duygu analizi

Duygu analizi sosyal aglar, Urlin incelemeleri,
haber makaleleri vb. gibi farkli veri kaynaklarindan
elde edilebilecek bir metinden o&lgllebilen bir
deger Uretme  sirecidir (Arumugam ve
Shanmugamani, 2018). Bir cimle veya metindeki
duygunun kisinin olumlu, olumsuz veya tarafsiz
gortslini  ve  disilncesinin  yansitilmasini
saglayarak (Arumugam ve Shanmugamani, 2018)
bu bir

degerlendirmesine veren

duygularin sayisal Olcekte
bir

yontemidir. Duygu analizi, Python’un TextBlob

imkan analiz

kGtUphanesi Uzerinden gercgeklestirilmistir.
TextBlob, metin verilerini islemek igin kullanilan
bir  Python

siniflandirma, ceviri vb. gibi bircok dogal dil isleme

kiitiphanesidir. Duygu analizi,
(NLP) yontemini gerceklestirmek icin basit bir API
2014)

duygu analizi icin bu kitiphane tercih edilmistir.

kullanimi saglandigindan  (Anonymous,

Ayrica hesaplanan dogruluk degerleri vyeterli
dizeyde aciklanan varyasyon icerdiginden dolayi
Textblob
gerceklestirmede basarili bir sekilde kullanilmistir
(Cizelge 2).

TextBlob kiitiiphanesinin calisma prensibinde

kitliphanesi duygu analizini

polarite ve subjectivite (6znellik) adi altinda iki
temel 6l¢ut vardir (Kulkarni ve Shivananda, 2019).
Polarite [-1,1] arasinda degerler alabilen (Kulkarni
2019)
tanimlayan konu hakkinda mutlu, mutsuz veya

ve Shivananda, ve bir kisinin metni
tarafsiz olup olmadigini gosteren bir o6lgittir
(Arumugam ve Shanmugamani, 2018). Mutlu igin
1, mutsuz icin -1 ve noétr icin 0 gibi ayri bir deger
da

Shanmugamani,

olarak Olcilebilir (Arumugam ve
2018). [0,1]

arasinda degisen genellikle halk cogunlugunun

Subjectivite ise
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dislincesini temsil etmektedir, genel olgusal bir
fikir degildir. (Kulkarni ve Shivananda, 2019).
Textblob kitiphanesinden hesaplanan polarite
degerleri for donglsiinden yararlanilarak pozitif,
negatif ve notr olarak siniflandiriimistir (Sekil 1).
Daha sonra bu siniflandirilan duygular Gzerinden
train (0.70) ve test (0.30) olmak Uzere veri seti
ikiye bollinerek NaiveBayes classifier algoritmasi
makine 6grenmesi yontemiyle modelin dogruluk
model performansi

degeri hesaplanarak

degerlendirilmistir (Cizelge 2).

# X tweetler ve y duygu siniflari olmak lizere

y=[]
X = df["tweet"]
for doc in X:
score = TextBlob(doc).sentiment.polarity
if score > O:
y.append("Positive™)
elif score < @:
y.append(“"Negative™)
else:
y.append("Neutral™)

Sekil 1. Duygu skorlari igin kullanilan siniflandirma
algoritmasi

Figure 1. The classification algorithm used for sentiment
scores

Arastirma Bulgularn ve Tartisma

Tweetlerdeki duygu analizine iliskin tanitici
istatistikler ve dogruluk degerleri Cizelge 2'de

verilmistir.  Iyi tarim, organik tarim ve

sirdurilebilir tarim tweetlerine ait kelime
bulutlari Sekil 2’de, tim tweetlere ait kelime
bulutlari ise Sekil 3’de verilmistir. Kelime bulutlari
incelendiginde iyi tarim kelime bulutunda iyi
ciftci,

devrim, iyi, yeni, ileri sicrama, daha iyi toplum gibi

niyetler, esit olarak tasarlamak, vyesil
pozitif duygu agirhkh tweetler gbze carparken
kotu niyetli, 40 milyon insan, achktan 6lmek
niyetinde gibi olumsuz duygulara sahip tweetleri
de gérmekteyiz. Organik tarim kelime bulutunda
organik bahce, bahce gelistirmek, organik sebze,
organik yiyecek, tarim yontemi, iyi-destek, ihtiyac,
organik bir bakis, organik kullanmak, gelismis,
merkezi  uygulama, sebzeler,
ciftci, Hintli ciftci,
baslamak, sirdurilebilir tarim kelime bulutunda

siirdirmek,

meyveler, silahl organige
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ise iklim biyocesitliligi, tarim,

yaygin
parlamentoda oylanmis, Avrupa parlemantosu,
yeni 7 wyil, agik oturum, iklim felaketi, yeni
oylanmis, yaygin 7 vyil, politika bashg ve acik
mektup gibi politika agirlikli kelime ve kelime
gruplarn yiliksek frekanslarda gozlenmistir. Biitlin
tweetlere ait kelime bulutu incelendiginde ise
(Sekil 3) sardurdlebilir tarim, tarimsal politika,
yaygin iklim  biyogesitliligi,

surdarilebilir biyogesitlilik, iklim felaketi, Avrupa

amag, tarim,
parlemantosu, 7 yil, politika bashgi, acik oturum
gibi kelime ve kelime gruplari 6n plana
¢ikmaktadir. Boylece bu kelime bulutlar Twitter
kullanici yorumlarinin bir 6n izlemesini ya da 6n
degerlendirmesini olusturmustur.

lyi tarim, organik tarim ve sirdurilebilir tarim
tweetlerine ait duygu analizi sonuglar (Cizelge 2
ve Sekil 4) incelendiginde, pozitif duygular en ¢ok
iyi tarim (%92.11) ve organik tarim (%62.95)

tweetlerinde gorilirken, negatif duygular da en

cok surdurulebilir tarim (%32.28) tweetlerinde
gozlenmistir. Notr duygularin ise en g¢ok organik
(%25.56)
gozlenmistir. BUtln tweetler (Cizelge 2 ve Sekil 5)

tarim tweetlerinde olustugu
dikkate alindiginda ise {i¢ tarim uygulamasinda da
pozitif duygu ve disincelerin (% 66.83) ¢ogunluk
olusturdugu soylenebilir.

Polarite
degerlendirildiginde ise en vyiksek polarite ve
subjectivite ortalamalari iyi tarimda gorilmustir
(Cizelge 2).

Yapilan duygu analizlerinin dogruluk degerleri

ve Subjectivite Olgltleri

(accuracy value) ise sirasiyla iyi tarim icin % 93.10,
organik tarim igin % 71.75, strdurulebilir tarim
icin % 77.22 ve tim tarim teknikleri igin % 92.35
olarak hesaplanmistir (Cizelge 2). Ayrica Python
test program zamanlari (execution time) sirasiyla
iyi tarim igin 1.67e-05 s, organik tarim igin 1.71e-
05 s, sturdirilebilir tarim icin 1.77 e-05 s ve tiim
tarim teknikleri igin 2.03e-05 s stirmustar.

Cizelge 2. Tweetlerdeki duygu analizine iliskin tanitici istatistikler ve dogruluk degerleri

Table 2. Descriptive statistics on sentiment analysis in tweets

Duygular Pozitif tweet Notr tweet Negatif tweet Polarite Subjectivite | Dogruluk
Sentiments (n, %) (n, %) (n, %) ortalamasi | ortalamasi degeri
(P) (S) (%)
Positive tweet Neutral tweet Negative
Tweet konusu (n, %) (n, %) tweet Polarity Subjectivity | Accuracy
Tweet subject (n, %) average average value
(P) (S) (%)
fyi tarim 4848 (%92.11) 70 (%1.33) 345 (%6.56) 0.34 0.52 93.10
Good agriculture
Organik tarim 2421 (%62.95) 983 (%25.56) 442 (%11.49) 0.17 0.39 71.75
Organic agriculture
Surdardlebilir tarim 3413 (%49.64) 1243 (%18.08) 2219 (%32.28) 0.08 0.41 77.22
Sustainable agriculture
Tarim 10682 (%66.83) 2296 (%14.36) 3006 (%18.81) 0.19 0.44 92.35
Agriculture
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Sekil 2. lyi tarim, organik tarim ve siirdiiriilebilir tarim tweetlerine ait kelime bulutlari
Figure 2. Word clouds of good agriculture, organic agriculture and sustainable agriculture tweets
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will

policy~ca
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sign open
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Sekil 3. Butlin tweetlere ait kelime bulutu

Figure 3. Word cloud of all tweets

Yapilan literatlr taramalari sonucunda bizim

calismanin  amaciyla en c¢ok Ortiisen baz
¢alismalar asagida verilmistir.

Abiola ve digerleri (2023), Nijerya'da
koronaviriis pandemisine (COVID-19) verilen

duygusal tepkileri analiz etmek icin TextBlob ve
VADER kittuphaneleri aracihigiyla 1 Milyon tweet
uzerinden analizini
VADER ile yapilan duygu analizi sonucunda
sirasiyla %39.8 pozitif, %28.9 negatif ve %31.3

notr duygular icerirken, TextBlob ile yapilan duygu

duygu gerceklestirmistir.

analizi sonucunda sirasiyla %36.7 pozitif, %17.3
negatif ve %46.0 notr duygular icerdigi
belirlenmistir. Diger bir deyisle halkin COVID-19
hakkindaki VADER
cogunlugun pozitif, TextBlob kutliphanesi

gorusleri kiitiphanesi
ise
cogunlugun notr duygular icerisinde oldugunu
gostermistir. Ayrica Latent Dirichlet Allocation ile
tweetlerin konu modellemesi yapilmis ve Multi
Dimension 6lcekleme ile gorsellestirilmistir. Sonug
olarak halkin 6nemli bir kismi COVID-19'u kalici bir
viris olarak gordigl, bazilarinin ise sonunda
bitebilecegine inandigi gbzlenmistir.

(2021),
41122 adet tweetin polarite degerlerini 6grenmek

Barzeniji calismasinda Trump’a ait
icin duygu analizi yapmistir. Duygu analizinin ilk
asamasinda tweetlerin pozitif, negatif ve notr
olarak siniflandirilmasi, ikinci asamasinda tweet
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metni makine Ogrenimi egitim prosedirlerine
icin dogal dil
of Words
vektorlestirme yontemi ile metin sayisal hale

uygun hale getirilmesi isleme

tekniklerinden olan Bag metin
doénuastirdlmistir. Daha sonra duygu analizi, Ug
farkh makine 6grenmesi algoritmasi kullanilarak
gerceklestirilmistir. Support Vector Machines ile
%89, Random Forest ile %88 ve Gaussian Naive

Bayes siniflandirici ile %72 dogruluk degerine

ulasiimistir. Barzenji (2021), diger  iki
siniflandiricinin yerine Random Forest'l
onermektedir, c¢inkii Random Forest iyi bir

dogruluk degerine sahiptir ve Support Vector

Machines 'e gore daha az zamana ihtiyag
duymaktadir.

Diyasa ve digerleri (2021), TELKOM sirketinin
indihome, myindihome, useetv ve wifi.id Urin ve
hizmetleri hakkinda Twitter kullanicilarinin duygu
ve gorislerini arastirmak icin ayni anahtar
kelimeleri iceren 3324 adet tweeti analiz etmistir.
Analizlerin yapilmasinda cesitli veri 6n isleme
teknikleri, duygu analizi, histogram, pasta grafigi
ve kelime bulutu kullanilmistir. Duygu analizi
sonuglarina gore incelenen 3324 tweet'in %34.4'U
pozitif, %16.1'i negatif ve %49.6'si notr tweet
oldugu tespit edilmistir. Yapilan duygu analizinin

dogruluk degeri ise %77.2 olarak hesaplanmistir.
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Positive

Positive

Good Agriculture

Organic Agriculture

Neutral
Neutral

Positive

Negative
Negative

Sustainable Agriculture

Sekil 4. lyi tarim, organik tarim ve siirdiiriilebilir tarim tweetlerine ait duygu analizi sonuglar
Figure 4. Sentiment analysis results of good agriculture, organic agriculture and sustainable agriculture tweets

Positive

Neutral

Negative

Sekil 5. Btlin tweetlere ait duygu analizi sonuglari
Figure 5. Sentiment analysis results of all tweets

Mendes (2021), Covid-19
pandemisi ile ilgili Twitter Gzerinden atilan 40 Bin

Temizhan ve

tweeti metin madenciligi teknigi ile

degerlendirerek, halkin bu salgina bakis acgisini ve

dislincelerini  degerlendirmistir.  #Covid_19,

#Maske, #bilimkurulu ve “Ankara Wuhan”
hashtag’lerine iliskin duygu analizi sonuglari
incelendiginde, duygu skorlarinin birbirlerine

benzer bir dagilim gosterdigini ve 6zellikle negatif,
korku, kizginlik ve beklenti gibi duygularin Covid-
19
olusturdugunu saptamistir. Gindem basliklarina
bir
otomatik linear model sonuglari incelendiginde ise

sirecinde  yasanan  baskin  duygular

iliskin diger analiz degerlendirmesi olan

Ankara gindemine iliskin tahmin denklemi

%97.20’lik bir aciklanan varyasyon ile istatistiksel
iyi
bulunmustur. Ankara gilindemine ait otomatik

onemlilige sahip en denklem olarak
linear model denklemine etki eden yatak, salgin,
Wuhan, hastalik, saglik¢i, maske, digin, nisan,
ihale ve Covid-19 degiskenleri halkin bu salgina
bakis acisi ve disinceleri hakkinda 6zetleyici bir
bilgi Gretmistir.

Kaur ve Sharma (2020), kadinlarin sosyal
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sorunlarina iliskin kullanici

analizi yapan bir model olusturmayi amacglamistir.

goruslerini  duygu
Veri kiimeleri, Twitter Uzerinden #Women ve
#Metoo olarak iki kadin hashtag'inde toplanmistir.
Arastirmada hashtag'in daha
oldugunu belirlemek ve cesitli makine 6grenmesi
algoritmalariyla

hangi popller

siniflandirmak icin  tweetler
Python textblob kitliphanesi araciligiyla polarite
Olgltleri belirlenmistir. Modeli egitmek ve test
etmek icin Naive Bayes, Destek Vektor Makinesi,
Rastgele Orman ve Lojistik Regresyon makine
O0grenmesi algoritmalari kullanilarak elde edilen
sonuclar Precision, Recall, F-score ve Accuracy
test parametreleri ile modellerin ve TextBlob

kiitiphanesinin dogrulugu karsilastiriimistir. Elde

edilen sonuglara gbére en popller hashtag
#Women bulunurken, en iyi ve en verimli
algoritma Destek Vektér Makinesi olarak
bulunmustur.

Bonta ve digerleri (2019),
www.rottentomatoes web sitesinden indirilen
film incelemelerini siniflandirmak i¢in  NLTK,
Textblob ve VADER duygu analizi kitiphanelerini
kullanmistir.  Calismanin  sonucunda, VADER
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(dogruluk degeri = %77) Textblob (dogruluk degeri
%74)'dan daha iyi
dogrulanmistir.

performans gosterdigi

(2018), 2016 ABD
baskanlik se¢imlerindeki en iyi se¢im adaylarindan

Nausheen ve Begum

Donald Trump, Hillary Clinton ve Bernie Sanders
hakkinda toplanan tweetler (zerinden segim

kamuoyu duygularini belirlemek sozlik

bir
tweet'ler lzerinden polarite ve 6znellik olgltleri

icin

tabanh yaklagim  kullanmistir.  Toplanan

belirlenerek adaylar arasinda duygu tird
Uzerinden bir karsilastirma yapilmistir ve kelime
bulutlari olusturulmustur. Boylece her bir aday
icin halkin goris ve duygulari belirlenerek, tlkenin
potansiyel lideri hakkinda 6n bir degerlendirme
yapilmistir.

Son yillarda yapilan duygu analizi arastirmalari
incelendiginde, hangi alanda olursa olsun merak
edilen konu hakkinda ya da Urin ve hizmet
degerlendirmelerinde Twitter kullanicilarina ait
yorumlar Gzerinden duygu skorlari hesaplanmistir.
Bu duygu skorlari Twitter kullanicilarinin duygu ve
dislnceleri hakkinda bize polarite 6lgitlerinin
degerlendirilmesini Nitekim
(2021), (2021),

Temizhan ve Mendes (2021), Kaur ve Sharma

saglamaktadir.

Barzeniji Diyasa ve digerleri

(2020) ve Nausheen ve Begum (2018)
calismalarinda cesitli metin madenciligi
yontemleri kullanarak duygu skorlarini

degerlendirmistir. Ayrica Temizhan ve Mendes
(2021) hashtag gruplarina ait olusturduklari linear

Uzerinden istatistiksel

iyi
kullanicilarinin hashtag hakkindaki bakis acisi ve

denklemler onemlilige

sahip en denklemi belirleyerek Twitter
distinceleri hakkinda ozetleyici bilgi Gretilmesini
saglamistir. Diyasa ve digerleri (2021) ve Kaur ve
Sharma (2020) duygu skorlari Gizerinden bir takim
ya da

kullanarak cesitli test parametreleri hesaplamistir.

siniflandirma  algoritma algoritmalari

Bu test parametreleri polarite siniflandirma
oranlari Gzerinden modelin dogruluk derecesi ve
test hakkinda

karsilastirilmasinda kullanilmistir. Barzenji (2021)

bircok degeri algoritma

ise duygu analizini iki asamada gerceklestirerek
farkli bir yaklasim kullanmistir. Tweetlerin polarite
siniflandiriimasindan

degerlerinin sonra
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kullanacagi makine 06grenmesi yontemleri icin

metin  vektorlestirme  yontemi  kullanmistir.

Boylece tamamen sayisal hale gelen metin
Uzerinden kolay bir sekilde model egitim slreci
tamamlanmistir. Hem dogruluk degeri hem de
dikkate
algoritmasi onerilmektedir. Nausheen ve Begum
(2018)
polarite

hashtagler

zaman alinarak Random  Forest

ise duygu skorlarini degerlendirmede
oznellik kullanarak
hakkinda

bulunmustur. Ayrica bu arastirmacilar hashtaglere

ve Olgutlerini

degerlendirmelerde

ait kelime bulutlari olusturarak dikkate alinmasi
ya da
gozlemlemistir. Abiola ve digerleri

gereken kelime kelime  gruplarini
(2023) ve
Bonta ve digerleri (2019), calismalarinda Textblob
VADER

kullanarak bu

ve duygu analizi
iki

Sonug olarak Abiola ve digerleri

kitliphanelerini
kiitiphanenin performansini
karsilagtirmistir.
(2023) 1 Milyon veride galistigi icin iki kUtiphane
arasinda belirgin sonuclar elde ederken, Bonta ve
(2019) kadar VADER'In
performansini degeri %77)
Textblob’dan (dogruluk degeri = %74) lstin olarak

digerleri her ne

(dogruluk

kabul etse de, 11861 adet veride calistigi igin iki

kiitiiphane arasindaki dogruluk degerlerinde
dikkate deger belirgin bir fark gozlenmemistir.
Diger bir deyisle, iki kiitliphane arasindaki fark veri
sayisi cok cok biylik miktarlara ulastiginda degistigi
soylenebilir. Hangi o6rnek genisligine kadar bu
kiitiphaneler birbirleri icin alternatif olabilir? Bunu
ileri zamanlarda yapilabilecek kapsamli
¢alismalarda gérmemiz mimkiin olacaktir.

Biz de bu

calismadan (Temizhan ve Mendes, 2021) farkh

¢alismada o©nceki yaptigimiz

olarak hashtag gruplarina ait duygu skorlarinin
degerlendirilmesinde, polarite degerlerini dikkate

alarak, NaiveBayes classifier algoritmasi ile

hesaplanan %92.35’lik model dogruluk degeri ile

Twitter kullanicilarinin duygu ve distnceleri

arasinda anlamli farkhliklar bulundugunu tespit
ettik. Ayrica bu farkhliklar kelime bulutlarinda da

gozlemlenmistir. Sonug olarak, Twitter

kullanicilari icin en popller ve en glvenilir tarim
uygulamasinin %93.10’luk dogruluk degeri ile lyi

Tarim uygulamasi oldugu gorildi. Bitdn

tweetlere ait duygu analizi sonuglari
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degerlendirildiginde Twitter kullanicilari
hakkinda

dislncelere sahip oldugu belirlenmistir.

genel

olarak tarim pozitif duygu ve

Sonuglar

Duygu analizi, tarim teknikleri tweetlerine ait

duygular ve duslinceler arasindaki farkhlig
gostermistir. Tweetler iyi tarim ve organik tarim
uygulamalari hakkinda daha pozitif bir disiince
hakimiyetindedir. Ayni zamanda notr duygularin
agirhk kazandigi organik tarim uygulamasi
hakkinda belirsiz duygularin arttigi soylenebilir.
Surdurulebilir tarim duygular incelendiginde ise
pozifif duygularin en aza indigini ve negatif
duygularin en fazla artis gosterdigini gormekteyiz.
bir

uygulamasinda

Baska deyisle  slrdirdlebilir  tarim

tweetlerin yarisi pozitif
duygulardan olusuyorken diger yarisi da negatif ve
notr duygulardan olusmustur. Strdlrilebilir tarim
tweetlerindeki bu negatif duygularin baskin olusu,
sirdurdlebilir  tarima  ait  kelime  bulutu
incelendiginde politik duygularin agirlikh frekansta
olusuna atfedilebilir. Ayrica iyi tarim uygulamasi
diger iki tarim uygulamasina goére daha fazla
pozitif tweet icerdiginden ve hesaplanan
%93.10’luk dogruluk degeri ile Twitter kullanicilan
Uzerinde en popller ve en givenilir tarim
uygulamasi olmustur.

Sonug olarak, bitiin tweetlere ait duygu analizi
%92.35'lik

model dogruluk degeri ile Twitter kullanicilarinin

sonuglari incelendiginde hesaplanan
tarim hakkinda pozitif duygu ve distincelere sahip
oldugu belirlenmistir.

Gunlmuizde duygu analizinde kullanilan birgcok
yaklasim ve algoritma vardir hala da birgogu
gelistirilmektedir. Bundan sonraki calismalarda
gelistirilmis farkli yaklasim ve algoritmalarin farkh

veri setlerinde kapsaml bir sekilde
karsilastirilmasinin  olduk¢a vyararli olacagina
inaniniyoruz.
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