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6zet: Bu ~ah~mada Ulkemizde oldu~ gibi Tokat ilindeki imalat
sanayiinde de onemli bir yere sahip alan ktiyUk sanayi sitesinde faaIiyet
g6steren i~letmelerin sahipleri ve buralarda \=a11~an ustalann kendi alan1anndaki
yenilikleri ne duzeyde takip ettik[eri ve bunu yaparken de on/an nelerin
etkiledigi belirlenmeye \=al!~lhru~tlr. Elde edilen verilerin sonu\=lan ikili
oldugundan analizde lojistilc regresyon lrullamlrru~tlr. Analiz sonucunda,
yenilikleri takip etmede en fazla etkili olan 'imkan oLsa hayata g~irilmesi

dil~Unil1en orijinaJ fikirlerin' oldugu tesbit edilmi~tir. Bunu 'kendini meslekte iyi
g6rme' ve 'meslegi severek yapma' izlemi~tir. 'hnkan olsa universitede okuma
isteme' ise yeniJikleri takip etmede etkiLi gOliilmemi~tir.

Anahtar Kelime: Lojistik Regresyon, Kobiler

Abstract: This article aims to examine how small and medium sizes
organization owners and foremans pup-me changes in their industries. A field
study was canied out amongst small and medium sizes owners and foremans in
Tokat region. The data was analyzed by using logistic regression method for the
dependent variable due to it was a dichotomy. The result showed that the
owners and foremans, who want to originate new things, are keen on doing their
business, think themselves at good in their business, pursue changes
ambitiously. There was a negative relationship between pursuing changes and
seeking opportunities for further education.
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I.Giri~

Teknolojik yeniliklere daha yatktn olan, ekonornik dalgalanmalardan
daha az etkilenen, talep degi~ikliklerine daha blZlt uyum saglayabilen, gelir
dagl1mundaki 9arp1kh8I asgariye indiren, daha az yatmmla daha 90k tiretim
yaprna irnkalll olan, imalat sanayiinde faaliyet gosteren i~letmelerin %99.5'ini,
istihdamm %61.1' ini ve yaratllan katma degerin %27.3 'tini.i olu~turan kti9tik ve
orta o1gekJi sanayi i~letmeleri(Kobinet,2004:1), tilkemizin gerek sosyal gerekse
ekonomik dolcusunda onemJi bir yere sahiptir. ~unkii kU9tik ve orta 0lgekli
i~letmeler, rekabetin yerlqmesi ve stirdtiriilmesinde, ekonorninin durgunluktan
kurtanlrnasmda, ekonormk canbbgm lokomotifi durumundadlr(Oren, 2003:107).
Bundan dolayl ktiyUk ve orta Olyekli sanayi i~letmeleri ile ilgili pek yok
ara~tIrmalar yapI1rnakta ve degerlendirilmektedir. Bu yah~madada Tokat sanayi
sitesinde faaliyet gosteren i~letmelerin sahipleri ve ustalanmn kendi alanlan He
ilgili olarak geli~en yenilikleri takip edip etmedilderi, eger ediyorlarsa bu
yenilikleri takip etmede onlan etkileyen faktorlerin neler oldugu ve bunu ne

derecede etkiledigi ortaya konulmaya 9ah~I.1rm~t1r.
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Uygularnada, Tokat'm ktiyiik sanayi sitesinde faaliyet gosteren
i~letrnelerin sahipleri ve ustalan ile yapllan bir anket sonucu elde edilen
bilgilerin bir klsrm analiz edilmi$tir. yalt$mada ayilclanan degi$keo olarak ele
allOan i~letme sahipleri ve ustalarm kendi alanlan Be iIgili olarak geli~en

yenilikleri takip edip etmeme degi~keninin sunucu ikili oldugundan analizde
lojistik regresyon kullamlml~tlr.

<;ah~rnarmzda once lojistik regresyon hakkmda genel teorik bilgiler
verilmi~, soma ilgili anket verileri lojistik regresyon yardlmlyla analiz edilmi~ ve
en sonunda da genel bir degerlendinne yapllrru~tlr.

II. Lojistik Regresyon Analizi
Lojistik regresyon, bagnnh degi~kenin(Y)kategorik, ikili, ll91ii ve 90k1u

kategorilerde gozlendigi durumlarda a91k1ayICl(X) degi~kenlerle sonu9 ili~kisini

belirlemede yararlamlan bir istatistiksel yontemdir(Ozdamar, 2002: 623; Oktay ve
OstUn, 2001: 360; Rush, 2001: 1).

Lojistik regresyon analizi, slmflama ve atama i~lerni yaprnaya yardlfficl
olan bir regresyon yontemidir. Lojistik regresyon, a91k1anan degi~kenin tahmini
degerlerini olaSllIk olarak hesaplayarak, olaslhk kurallanna uygun slmflama
yapma imkam verir. Normal dagdlrn varsaymu, stireklilik varsayuTIl gibi on
ko~ullan yoktur. Bu yonternde bagunIl degi~ken llzerinde a91klaYICl
degj~kenlerin etkileri olaslhk olarak elde edilerek risk faktOrlerinin olasl.hk
olarak belirlenrnesi saglanrr(Tathdil, 1992: 241; Ozdemir ve A1aku~. 200: 115; Ozdarnar,
2002: 624; Krishnapurarn ve digI., 2004: 1).

Lojistik regresyon modelleri, zaylf olgekle ol9tilrnti~ degi~kenler

arasmdaki ili~kinin ~eklini ortaya koyan modeIlerdir(Oktay ve OstUn. 2001: 347). Bu
modellerde genellikle incelenen olaym gergekle~mesi 1, gergekle~memesi ise 0
ile ifade edilir.

Lojistik regresyon, olu~turulan lojistik modellere gore pararnetre
tahminleri yaprnaYI arna91ar. Lojistik regresyonda modellere ortak degi~kenleri

de katarak bu ortak degi~kenlere gore dtizeltilmi~ Y degerlerinin tahminleri
yapllabilir(bzdamar, 2002: 624).

Veri yapl]arma gore kumlan lojistik modeller a~agldaki gibi
belirlenir(Pmdyck and RUbmfeld, 1991: 280; Greene, 2000: 216; Gujarati, 2001: 554;
bzdamar, 2002: 625; Tathdil, 1992: 227; Kmenta, 1990: 513; E1il/, 2001: 4; Tan, 2002: 241;
Stewart, 1991:293).

Biri a91klanan(Y) digeri a<;:lklaylcl(X) degi~ken olmak tizere iki
degi~keni olan lojistik regresyon rnodeli,

ePO+P1X I
P(Y)= = --::---

1+ ello+~!X 1+ e -(PO+~,X)

$eklinde forrotile edilebilir.
AtylklaYlcl degi~keni birdeo fazla olan yani <;:ok degi~kenli lojistik

regresyon modeli ise,
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P(Y) Jlo+]l,X1+Jl2X2+,·.+]lpXp Jlo JlIX, ~2X2 JlpXp--= e =e +e +e + ... +e
Q(Y)

~eklinde hesaplanlf ve Q(y)= I-P(Y) olarak ahmr.
alma ihtimalinin olmama ihtimaline oranl olarak tammlanan(Akgol ve

OR P(Y) 'li' 'I h 1<;evik, 2003;:90; Saito ve dig!., 2004: 3) Odds aranl, =-- e~lt gl I e esap amr,
Q(Y)

Bu da her bir parametrenin Exp(P) degerlerinin OR degerleri olarak ele
ahndlgml gosterir, Burada Exp(~p), Y degi~keninin Xp degi~keninin etkisi ile
kait kat daha fazla ya da ylizde kait oranda fazla gozlenme olaslhgma sahip
oldugunu ifade eder. ~p katsaYlsmm onemliligi aym zamanda ORp=Exp(pp)'nm
da i:inemliligi olarak degerlendirilir.

Odds oram (OR degeri) l' e yakm olan degi~kenler Y' nin degi~rnine

bnemli etkide bulunmayan degi~ken1erdir. Bu rur degi~kenlerin katsay.llan anlamh
degil ise bu degi~ken bnemli bir etken degildir. KatsaYl anlamll olmak ~artl.yla

J 'den biiyiik OR degerleri bu degi~kenin bnemli bir etken oldugunu gosterir. Slfrra
yakm OR degerleri ise, katsayl anlamll olmak ~artJ.yla, degi~kenin bnemli bir etken
oldugunu ancak Y'nin dli~iik degerler alrnasma neden oldugu negatif etkili bir
etken oldugunu gosterir(Ozdarnar, 2002: 633).

Gozlenen sonuitlann ihtirnali Irlikelihood-ihtimal" olarak bilinir.
Si:izkonusu ihtimal 61itlimli 1'den ktiitiik oldugundan, tahmin edilen modele
verilerin ne kadar iyi uydugunun 61itliru olarak, ihtimalin -2 kat! geleneksel olarak
kullamhr, Regresyon analizinde, belirli degi~kenler varken veya yokken
degerlendirme yapmak suretiyle, bunlann ~J.klaYlcIhk: gticline katkI yaplp
yapmadIklarl belirlenir, Lojistik regresyonda, gozlenen degerin tahmin edilen
degerler He kar~l1a~tlOlmasl, log ihtimal(log like1ihood-LL) fonksiyonuna
dayamr, iyi model, gozlenen sonuitlann ytiksek ihtimallerini olu~turan

modeldir. Bunun anlarm, -2LL'nin kU'rlik olmasldlf. Eger model mtikemmel
uyumlu olursa, ihtimal(likelihood) 1 ve -2LL de 0 olur(AKGUL ve <;EVtK,

2003:398).

iktisadi ve idari Bilimler Dergisi, Cilt: 18 EyltU 2004 Sayl: 3-4

P(Y)=~= 1
l+e z l+e-z

olarak yazllabilir.
Burada Z, bagImslz degi~kenlerin dogrusal kombinasyonudur ve

Z=PO+~IXI+~2X2+"'+~pXp
~eklinde yaZlhr.

~o, ~], '" ~p ise regresyon katsayllandlr.
Modeldeki regresyon katsayllan,

P(Y)
In--::: ~O+PlXl+~2X2+...+PpXp

Q(Y)
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ill. Uygularna
Bu bbhimde Tokat iIi sanayi sitesinde faaliyet gosteren i~letmecilerin ve

bu i~ietmelerde 9ah~an ustalarm ~u an yapmakta oldulclan meslekleri ile ilgili
geli~en yenilikleri takip edip etrnediklerini ortaya koymak amaclyla bir analiz
yapI1ml§tIr. Soz konusu analizde Tokat'm kii~jjk sanayi sitesinde faaliyet
gosteren i~letmelerde deg;i~ik meslek gruplanndan 900 ki~i i~risinden rassal
olarak belirlenmi~, 220 ki~ilik bir omeklem ile yapllan anketten elde edilen
veriler deger1endirilmi~tir. Veriler SPSS 10.0 paket prograrnt yardlInIyla lojistik
regresyon analizine tabi tutulmu~tur.

Lojistik regresyon analizinde model katsayllanmn onem kontrolti iyin
genellikle t-testi ile Wald-testi kullamhr. Wald testi, genellikle orneklem
hacminin biiyiik olmaSI duromunda yaygm olarak kullamlIr.(Okmy ve Ustiin, 2001:
355).

Lojistik regresyon analizinde uy temel yontem vardlr(TatlJdil, 1992: 229­

238: Ozdamar. 2002: 625-626). Bunlardan birincisi, bir ya da daha fazla aytk1aYlcl
degi~ken ile ikili ayaklanan degi~ken arasmdaki bagmtlyl ortaya koyan tkili
Lojistik Regresyon (Binary Logistic Regression) Analizidir. Bu yontemde
as;lklanan degi~ken ikili cevap igerir. A91]aYlcl degi~kenler ise, ya faktar
degi~kenlerdir ya da ortak (covariate) degi~kendir. Burada faletor degi~kenler

kategorik isimsel olyekli, ortak degi~kenler ise siirekli degi~ken olmahdlf.
tkincisi, bagnnh degi~kenin Slfah cHgekli oldugu durumlarda uygulanan

Slrah Lojistik Regresyon (Ordinal Logistic Regression) Analizidir. Bu
yontemde slral] olgekli a9lklanan degi~ken, en az u9 kategoride gozlenen
degerler igennelidir. Slrah olgekli verilerin kategorileri isimsel olarak
belirlenirken ya da kodlamrken, cevaplann dogal Slfalama (az, orta, 90k gibi)
yaplsmda oimasl ve bu isimsel degerlerin kod degerieri de aym biiyiikIiik
Slfalamaslfil (1<2<3 gibi) izlemesi gerekir.

'Kategoriler birbirlerine paraleldir' varsaymnnm kullantldlgl Slrah
Logjistik Regresyon analizinde parametre tahminleri, yinelemeli a~rhkh

enkiiytik kareler yomemine gore yaplhr ve bu degerler enbiiyiik benzerlik
parametre tahminleridir. Bu regresyon modelinde a9tk.laYlcl degi~ken olarak yer
alan fakt6rler kategorik ya da siirekli degi§ken olabilir. Eger modele ortak
degi~ken dahil edilecekse ortak degi~kenin siirekli degi~ken olmaSI
gerekmektedir.

U9iinciisii a9lklanan degi~kenin isimsel 61~kli oldugu ve en az ii9
kategoride g6zlenen degerler igerdigi durumlarda uygulanan Isimsel Lojistik
Regresyon (Nominal Logistic Regression) Analizidir. Bu yontemde gozlenen
degerlerin kodlanmasl durumunda bu kategorilerin bir sua izlemesi zorunlu
degildir.

isimsel Lojistik Regresyonda da parametre tahminleri yinelemeli
aglrhkh enkii9iik kareler yontemine gore yaplhr. YapIlan tahminler enbuyiik
benzerlik tahminleridir.
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Katlhm::l1ann meslekleri ile ilgili yenilikleri takip edip etmediklerini ifade
eden degi~ken "yenitakp", ~1klanan degi~en olarak tamm1anml~ ve veriler 0:
HaY1r(meslegirnle ilgili 'rlkan yenilikleri tekip etmiyomm), I: Evet(meslegimle ilgili
'rIkan yenilik.leri tekip ediyornm) ~eklinde kodlanlTIl~rr,

A'r1klaylCl degi~kenler olarak da "severek", "derecesi", "orjrIkir" ve
"okumaist" degi~kenleri almlTIl~tlr. Burada "severek" ile ifade edilen degi~ken,

ki~inin bu meslegi severek yaplp yapmadlgml gostermektedir ve I 'Evet'
meslegimi severek yaplyorum, 2 'HaY1r' bu meslegi severek yaplTIlyorum
anlammda kullamlffil~tlr. "derecesi" ile ifade edilen degi~ken, ki~inin bu
meslekte kendini hangi konumda gordiigunti gastermekte ve 1 'Katti', 2 'Orta',
3 'lyi', 4 '<;ok tyi' olarak kodlanrru~tlr. "orjfikir" He ifade edilen degi~ken,

ki~inin imkanl olsa mesleginde uygulamaya ge'rirmeyi dti~tindiigti orijinal bir
fikrinin olup olmadl@.m sorgulamakta ve 1 'EveI' var, 2 'HaYlr' yok ~eklinde

kodlanffil~tlr. "okumaist" ile ifade edilen degi~ken ise, ki~inin imkaOl olsaydl
tiniversitede okumak isteyip istemedigini sorgulamakta ve 1 'Evet' okurdum, 2
'HaYlr' okumazdlm ~eklinde kod1anffil~tIr.

Ilgili verileri lojistik regresyon ile analiz etmeden once, analizde
kullamlan degi~kenlerin frekans durumlm ve aralanndaki iJi~ki incelenmi~tir.

Buna gore, Tokat sanayi sitesinde ara~tmnaya kaulan i~letme sahipleri ve
buralarda 'raII§an ustalann %53.2'si kendi alanlm ile ilgili yenilikleri takip
ettigini soylerken %46.8'i takip etmedigini beyan etmi~tir. Kendilerini bu i~

kolunda ne dtizeyde gardtikleri sorusuna %9.5'i kotti, %27.3'ti orta, %52.3'ii iyi
ve %10.9'u 'rok iyi cevabml vermi~lerdir. t~lerini severek yaplp yapmadlklan
sorusuna %62,7' si evet cevabml verirken %37.3'ti bu i~i mecburiyetten
yaptIklanm soylemi~lerdir. lmkanl olsa meslegi ile ilgili hayata geyirmeyi
dti~tindtigti orijinal bir fikre sahip olanlar %55.9 iken boyle bir dti~iinceleri

olmayanlar %44.1 olarak ortaya 'rIklTIl~tlr. Son olarak da imkammz olsa
tiniversitede okumak ister miydiniz sorusuna %80S i evet cevabllll verirken
% 19.5' i haYlr cevabml vermi~tir.

A'rlklanan degi~ken olarak alman kendi alanlan ile ilgili yenilikleri
takip edip etmeme ile diger a'r1klaylcl degi~kenler arasmdaki ili~ki Ki-kare
yarduruyla analiz edilmi~ ve a~agJ.daki sonu'rlar elde edilmi~tir. Yenilikleri takip
edip etmeme ile; i~ini severek yaplp yapmama (P=0.007), hayata geyrmeyi
du~tindiigu orijinal bir fikrinin olup olmadlgI (P;;0.0005), mesleginde kendini
ne diizeyde gbrdiigu (P=0.004) soruIanna verilen cevaplar arasmda anlamll bir
i1i~ki varken, yenilikleri takip edip etmeme ile imkanmlz olsa universitede
okumak ister rniydiniz sorusuna verilen cevaplar araslllda bir ili~kinin olmadl~

(P=0.700) gorulmii;;ttir,
Bu veriler SPSS 10.0 paket prograrru yardlrruyla lojistik regresyon

analizine tabi tutuldugunda ise a;;agtdaki sonu'rlar elde edilmi~tir.
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Tabla: 1'de bnce ankete katilan ki~i saylsl verilmi~tif(220 ki~i). Soma,
a<;lklanan degi~keniJ1 kodlama ~ek1i gbsterilmi~tir. Yukanda da ifade edildigi gibi
a<;:l1danan degi~ken, lO~ilerin meslegi ile ilgili yenilikleri takip edip etmeme
durumunu gostermektedir. SPSS'te "Hayu" 0 He "Eve!" ise 1 ile kodlanIDJ~trr.

Tablonun en sonunda ise kategorik degi.~kenlerin frekanslan ve kodlan verilmi~tir.

"Okumaist" degi.~kenine 177 ki~i evet, 43 ki~i haylf cevabml vermi~tir. "OIjfikir"
degi~kenine 123 ki~i eve!, 97 ki~i hayrr demi~tir. "Severek" degi~kenine ise 138
ki~i evet derken 82 ki~i haylf cevabml venni~tir.

390 Osman 9EVIK

Case Processing Summary

Unweighted Case'!> N Percent
Selected Cases Included in Analysis 220 100,0

Missing Cases 0 ,0
Total 220 100,0

Unselected Cases ° ,0
Total 220 1000

a. If weight is in effect, see classification table for the total number of
cases.

Dependent Variable Encoding

Original Value Internal Value
Haylr °Evet 1

Categorical Variables Codings

Parameter

Frequency (1)
OKUMAIST Eve! 177 1,000

HayJr 43 ,000

ORJFIKIR Evet 123 1,000

Haylr 97 ,000
SEVEREK Severek 138 1,000

Mecburiyetten 82 ,000
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Tablo2: Sadece Sabit Terimin Bulundu ~ Modelin Bit iteri

Block 0: Beginning Block

Iteration Historya,b,c

Coefficients

Iteration -2 Log likelihood Constant
Step 0 1 304,093 ,127

2 304 093 127

a. Constant is included in the model.

b. InHial -2 Log Likelihood: 304,093

c. Estimation terminated at iteration number 2 because parameter
estimates changed by less than ,001.

Classification Tabnf

Predicted

YENITAKP Percentage
Observed Havlt Evet Correct

Step 0 YENITAKP Haylr 0 103 ,0
Evet 0 117 100,0

Overall Percentage 532

a. Constant is included in the model.

b. The cut value is ,500

Variables in the Equation

Variables not in the Equution

Score df Sig,.
Step 0 Variables SEVEREK(l) 7,210 1 ,007

DERECESI 10,861 1 ,001

ORJFIKlR(l) 13,670 1 ,000

OKUMAIST(1) ,149 1 ,700

Overall Statistics 26166 4 000
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Tablo:2'de sadece sabit terimin bulunmasl halinde ol~turulabilecek modele
ait bilgiler yer almaktadtr. Btl erall~mada, sadece sabiti ihtiva eden lojistik regresyon
modeli i~in -2LL'nin degeri, 304.093 olarak hesaplanII11§tIr. Modele dahil edilen sabit
terim de istatistiksel olarak anlamh bulunmarrll~tJI(P=O,346).

Osman r;EviK

276673

Variables in the Equation

Model Summary

Omnibus Tests of Model Coefficients

Block 1: Method = Enter

Classification Tabl'e

-2 Log likelihood

Tablo 3: Sabit Terim ve Butii.n Af!klaYlcl Degi~kenlerin
Bulundu v Modelin Bil ileri

a.
Variable(s) entered on step 1: SEVEREK, DERECESI, ORJFIKlR, OK

a. The cut value is ,500

B S.B. WaJd df Sig. Exp(B)
Step Jl- SEVEREK(l) ,510 ,309 2,727 1 ,099 1,666

DERECESI ,513 ,193 7,058 1 ,008 1,670

ORJFIKIR(I) 1,024 ,290 12,463 1 ,000 2,785

OKUMAIST( -,044 ,371 ,014 1 ,905 ,957

Constant -2077 641 10 498 1 001 125

Chi-square df Sig.
Step 1 Step 27,420 4 ,000

Block 27,420 4 ,000

Model 27,420 4 000

Predicted

YENlTAKP Percentage
Observed HaytI Evet Correct

Step 1 YENITAKP HaylT 70 33 68,0

Evet 47 70 59,8

Overall Percentage 636
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Tablo:3'tin "model summary" klsmmda, sabit ve butUn al;:1kla}'lCl
degi~kenlerin oldugu modelin uyum iyiligi istatistikleri verilmi~tir. Bu modelill
2lL degeri 276.673 olup, yukanda verilen ve sadece sabitin dabil oldugu modelin ­
2LL degeri alan 304.093'ten ktiqiiktiir.

Tablonun ba~mdaki "model katsaytlan" ile ilgili klSlmm "Step" satlnnda
gosterilen test(Chi-Square), bie bnceki aduna gore meydana gelen iyile~meyi

degerlendiren "iyile~me ki-kare istatistigi"dir. "Son adunda ilave edilen
degi~kenlerin katsayl1annm 0" oldugu ~eklindeki srlir hipotezini test eder. Burada
sadece sabiti olan model iIe sabiti ve til;: baguns1z degi~keni olan model dikkate
almnu~t1r. Boylece, model ki-kare istatistigi ile iyile~me ki-kare istatistigi aymdtr.
Eger analizde ileriye yonelik veya geriye dogm secrim metodu ser;ilirse, sozkonusu
istatistikler birbirinden farkh olm. tyile~me ki-kare istatistigi, r;oklu regresyondaki
F-degi~im istatistiginin e~itidir.

"Model" satmndaki "Chi-Square". sadece sabiti olan modelin -2LL degeri
ile bUron degi~kenleri ihtiva eden modelin -2LL degeri arasmdaki farb verir.
Boylece, model ki-kare istatistigi, "sabit harir; olmak Uzere, mevcut modeldeki
bUttin bagm1S1z degi~ken katsay1lannlll 0 oldugu" ~k1indeki SUlr hipotezini test
eder. Bu, regresyon modelindeki F testinin e~itidir.

Uygulamarrnzda, sadece sabiti ihtiva eden modelin -2LL degeri 304.093
iken, btitiin ba~ms1z degi~kenleri de daml eden modelde ise -2LL degeri
276.673'ttir. Model ki-kare degeri olan 27.420, bu ilcisinin arasllldaki farktlr.
Sozkonusu test sonucu elde edilen P =0.0005 oldugu ir;in Ho hipotezi red edilir.
Yani model anlamh bulunmu~tur.

Stmfland1rma tablosu(Classification Table) incelendiginde, 80
katlhmcllllll yanh~ suuflandmld1gJ. g6riiltir. Modelin kendi alam ile ilgili
yenilikleri takip ediyor diye tahmin ettigi 33 ki~i, yenilikleri takip etmezken,
yenilikleri takip etmiyor diye tahmin edilen 47 ki~ ise yenilikleri takip etrnektedir.
Kendi alam ile ilgili yenilikleri takip eden 70 ki~i dogru tahmin edilmi~tir. Benzer
~ekilde, yenilikleri takip etmeyen 70 ki~inin, yenilikleri takip etmedigi de dogru
tahmin edilmi~tir.

Yine slntflandmna tablosundan gbriildtigu gibi, yenilikleri takip etmeyen
ki~ilerin %68.0'1 ve yenilik1eri takip ed.enlerin ise %59.8'i dogru tahmin edilrni~tir.

Genel olarak da. 220 ki~inin %63,6'Sl dogm tahmin ed.il~tir,

Tabloda ''Variables in the Equation" ktsrrnnda her degi~ken He ilgili B
degerleri ve sabit, ilk stitunda verilmi~tir. Sbzkonusu Bler. l;:oklu regre8}'onda
talunin fonksiyonu olu~turulmasmda kulIanl1u. Lojistik regresyonda ise, boolar
ki~inin bir i~i ya cia digerini yapma ihtirnalini belielemede kullanl1rr.

B siitunundaki i~aretler, ili~kinin yontinti gosterir. Bu stitundaki degerlere
gore, bir i~letmecinin kendi alanmdaki yenilikleri takip etmesini en fazla, alanl ile
ilgili hayata ge9irmeyi dti~dUgu orijinal ftkirleri etkilernektedir. Bunu, kendini
mesleginde iyi derecede gorme ve meslegini severek yaprna izlemektedir.
Meslekleri ile ilgili yenilikleri takip etmede, irnkalll olsa liniversitede okuma
istemenin ise pek etkisi olrnadlgJ. gOzlenmektecfu.
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IV. Sonu~
Daha az yatmmla daha c;ok tiretim saglama, daha dU~iik yatmm

maliyetleri ile istihdarn imkam yaratma, ekonomik dalgalanmalardan daha az
etkilenme, talep degi!?ikliklerine daha kolay uyum saglama, bolgeler araSI dengeli
kalkmmaYl saglama, teknolojik: yeniliklere daha yatkm olma, vb. gibi bir c;ok
avantajh durumlan olan m~uk ve orta i:il~ekli sanayi i~letmeleri, diinyada oldugu
gibi ulkemizde de imalat sanayiinde onemli bir yere sahiptir. Bu nedenle,
ar~tllmalara en ~ok konu olan i~letmelerdir. Burada da Tolcat sanayi sitesinde
faaliyet gosteren i~letmelerin sahipleri ve bu j~letmelerde ~ab~an ustalarla yapllan
bir anket sonucu elde edilen verilerin ~ah~maITIlzla ilgili olan ktSIDl

degerlendirihm~tir.Bir mc;Uk i~letmecinin veya bu i~letmede ~ah~an b.ir ustamn
kendi alamndaki yenilikleri takip etmesi bir ~ok nedenden kaynaklanabilir. Ancak
burada i:lJ1kette sorulan ve ki~ilerin yenilikleri takip etmesine etki etmede onemli
oldugunu di.i~undi.igumiiz, ki~inin i~ini severek yaplp yapmamaSl, imkanl olsa
mesleginde hayata g~inneyi dU~iindugu orijinal bir flkrinin olup OImadlgt, imkam
olsayd.1 universitede okumayl tercih edip etmeyecegi ve kendisini mesleginde ne

0.05 anlamhhk seviyesi kullarnldlgmda, "orjfikir" ve "derecesi"
katsayuan istatistiksel olarak anlamh(p=O.OO05 ve P==O,008)) bulunurken,
"severek" degi~keninin katsaylSl 0.10 onem seviyesinde anlamh
bulunmu~tur(P=O.o99). "okumaist" degi~keninin katsayls1 ise anlamh
bulunmaIl11~tlf(P=O.905).

"Exp(B)" siitunundaki degerler odds oranlamhr. Matematilcsel olarak, bu
deger en dir. Mesela burada, "orjfikir" de~i~kenine ait de~er (2.718l024=2.785
~eklinde elde edilebilir. Odds orarumn, bir ihtimalin diger ihtimale oranl oldugu
daha once ifade edilrni~ti. Bu uygulamada, yenilikleri takip etme ihtimalinin,
yenilikleri takip etmeme ihtimaline oram, odds oranld.1r. Lojistik: katsa)'llarmt
anlamak ic;in, bir olaym oddsu baklmmdan d~tinmek gerekir. Lojistik katsayl(B),
diger degi~kenler sabit kalmak kaydlyla, baglmslz degi~kendeki bir birim degi~me

He ili~kili olarale log oddstaki degi~medir. Buna gore, eger "orijfikir" bir birim
artarsa, log odds da 2.785 artar. Benzer ~ekilde "derecesi" bir birim artarsa, log
odds da 1.670, "severek" bir birim artarsa, log odds da 1.666 artar.

Tablo:3'ten hareketle P(Y)=P(yenitakp)= 1 Z
1+ e'

Z=-2.077+0.51 0(severek)+O.513(derecesi)+ 1.024(orjfikir)
-O.044(okumaist)

e~itlikleri yazllabilir. Yukanda yaptlan testte anlarnh bulunan bu model y'nin
tahminincic kullamlabilir.

Bu denklem neticesinde 0 He 1 arasmda degi~en bir ihtimal elde edilir.
Eger ihtimal, yani P(Y)<0.50 ise Y=O ahmr. Bu da i~letmecinin alam ile ilgili
yenilikleri takip etmedigini g6sterir. P(y)~.50 ise Y=l abmr. Bu ise, i~letmecinin

alam ile ilgili yenilikleri takip ettigi anlamma gelir.
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derecede gordiigii konusundaki cevaplan ele aLmnu~trr. Sonu~ta da ozelLikle irnkan
olsa hayata geyirilmesi dii~iiniilen fikirlere sahip olrnak, alanla ilgili yenilikleri
takip etmede en onemli etken olarak ~mllza ~1k:nu~tlr. Bu da gosteriyor ki,
kiill-iilc i~letmeler ill-in 6nemli bir sorun olan finansman sorunu ~6ziiliirse, hem
ortaya orijinal bulu~lar 'Ytkacak hem de tekrar yeni bul~Iara yol a~abilecek

yenilikler stirekli olarak takip ediLecektir.
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