LOJISTIK REGRESYON ANALIZI ILE TOKAT SANAYI SITESI
ISLETMELERINDE BiR UYGULAMA
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Ozet: Bu caligmada Ulkemizde oldugu gibi Tokat ilindeki imalat
sanayiinde de Onemli bir yere sahip olan kiglk sanayi sitesinde faaliyet
gbsteren igletmelerin sahiplen ve buralarda ¢alisan ustalarin kendi alanlanndaki
yenilikleri ne diizeyde takip ettikleri ve bunu yaparken de onlan nelerin
etkiledigi belirlenmeye ¢alisimustir. Elde edilen verilerin sonuglart ikili
oldupundan analizde lojistik regresyon kullanilmustir. Analiz sonucunda,
yenilikleri takip etmede en fazla etkili olan ‘imkan olsa hayata gegirilmesi
diistiniilen orijinal fikirlerin’ oldugu tesbit edilmigtir. Bunu ‘kendini meslekte iyi
gbmme’ ve ‘meslegi severek yapma’ izlemigtir. ‘Imkan olsa tiniversitede okuma
isteme’ ise yenilikleri takip etmede etkili génilmemistir.

Anahtar Kelime: Lojistik Regresyon, Kobiler

Abstract: This article aims to examine how small and medium sizes
organization owners and foremans pursue changes in their industries. A field
study was carried out amongst small and medium sizes owners and foremans in
Tokat region. The data was analyzed by using logistic regression method for the
dependent variable due to it was a dichotomy. The result showed thal the
owners and foremans, who want to originate new things, are keen on doing their
business, think themselves at good in their business, pursue changes
ambitiously. There was a negative relationship between pursuing changes and
seeking opportunities for further education.
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1. Giris

Teknolojik yeniliklere daha yatkin olan, ekonomik dalgalanmalardan
daha az etkilenen, talep degisikliklerine daha hizli uyum saglayabilen, gelir
dagilimindaki garpiklifs asgariye indiren, daha az yatinmla daha ¢ok iiretim
yapma imkani olan, imalat sanayiinde faaliyet gosteren igletmelerin %99.5 i,
istihdamun %61.1’ini ve yaratitan katma degerin %27.3"{int olugturan kii¢iik ve
orta dlgekli sanayi isletmeleri(Kobinet, 2004:1), iilkemizin gerek sosyal gerekse
ekonomik dokusunda 6nemli bir yere sahiptir. Clinki kii¢iik ve orta dlgekli
isletmeler, rekabetin yerlegsmesi ve siirdiiriilmesinde, ekonominin durgunluktan
kurtarilmasinda, ekonomik canlilifin lokomotifi durumundadir(Oren, 2003:107).
Bundan dolay: kigiik ve orta Olgekli sanayi isletmeleri ile igili pek ¢ok
aragturmalar yapilmakta ve degerlendirilmektedir, Bu ¢aliymada da Tokat sanayi
sitesinde faaliyet gdsteren isletmelerin sahipleri ve ustalarnin kendi alanlar ile
ilgili olarak geligen yenilikleri takip edip etmedikleri, efer ediyorlarsa bu
yenilikleri takip etmede onlar etkileyen faktorlerin neler oldufu ve bunu ne
derecede etkiledigi ortaya konulmaya ¢aligilmgtir,
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Uygulamada, Tokat’in kiigiik sanayi sitesinde faaliyet gosteren
isletmelerin sahipleri ve ustalan ile yapilan bir anket sonucu elde edilen
bilgilerin bir kismu analiz edilmigtir. Cabsmada agiklanan degisken olarak ele
alinan isletme sahipleri ve ustalarin kendi alanlan ile ilgili olarak gelisen
yenilikleri takip edip etmeme depiskeninin sunucu ikili oldugundan analizde
lojistik regresyon kullanilmigtir.

Caligmamizda Once lojistik regresyon hakkinda genel teorik bilgiler
verilmig, sonra ilgili anket verileri lojistik regresyon yardimyla analiz edilmis ve
en sonunda da genel bir degerlendirme yapilmugtir,

I1. Lojistik Regresyon Analizi

Lojistik regresyon, bagimli degiskenin(Y) kategorik, ikili, iiglii ve goklu
kategorilerde gézlendigi durumlarda agiklayici(X) degiskenlerle sonug iligkisini
belirlemede yararlamlan bir istatistiksel ydntemdir(Ozdamar, 2002: 623; Oktay ve
Ustiin, 2001: 360; Rush, 2001: 1).

Lojistik regresyon analizi, siniflama ve atama iglemi yapmaya yardimci
olan bir regresyon yontemidir. Lojistik regresyon, agiklanan degiskenin tahmini
degerlerini olasilik olarak hesaplayarak, olasihk kurallarina uygun simiflama
yapma imkani verir. Nommal dagilim varsayim, stireklilik varsayim gibi 6n
kosullart yoktur. Bu yontemde bagimhi degisken izerinde agiklayica
degiskenlerin etkileri olasihik olarak elde edilerek risk faktorlerinin olasilik
olarak belirlenmesi saglanir(Tatlidil, 1992: 241; Ozdemic ve Alakug, 200: 115; Ozdamar,
2002: 624; Krishnapuram ve digl., 2004: 1).

Lojistik regresyon modelleri, zayif olgekle olgiilmiis degiskenler
arasindaki iliskinin seklini ortava koyan modellerdir(Oktay ve Ustiin, 2001: 347). Bu
modellerde genellikle incelenen olayin gergeklesmesi 1, gergeklesmemesi ise 0
ile ifade edilir.

Lojistik regresyon, olusturulan lojistik modellere goére parametre
tahminleri yapmay: amaglar, Lojistik regresyonda modellere ortak degiskenleri
de katarak bu ortak degiskenlere gére diizeltilmis Y degerlerinin tahminleri
yapilabilir(Ozdamar, 2002; 624).

Veri yapilarina gére kurulan lojistik modeller agagidaki gibi
belirlenir(Pindyck and Rubinfeld, 1991: 280; Greene, 2000: 216; Gujarati, 2001: 554;
Ozdamar, 2002: 625; Tathdil, 1992: 227; Kmenta, 1990: 513; Elis, 2001; 4; Tan, 2002: 241;
Stewart, 1991:293).

Biri agiklanan(Y) digeri agiklayic(X) degisken olmak iizere iki
degiskeni olan lojistik regresyon modeli,

eﬂo*ﬁlx 1

P(Y)= =
1+ cﬁo*’ﬁ!x 1+e‘(ﬂo+ﬁlx)

seklinde formiile edilebilir.

Agiklayic1 degiskeni birden fazla olan yani ¢ok degiskenli lojistik
regresyon modeli ise,



Iktisadi ve Idari Bilimler Dergisi, Cilt: 18 Eylill 2004 Sayi: 3-4 387

v4
P(Y)= e 1

1+e? 1+e?
olarak yazilabilir.
Burada Z, bagimsiz degiskenlerin dogrusal kombinasyonudur ve
Z=BO+B1XI+B2X2+-"+ﬂpo
seklinde yazilir,
Bo. B1, ... B, ise regresyon katsayilandir.
Modeldeki regresyon katsayilan,
P(Y)
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seklinde hesaplanir ve Q(Y)=1-P(Y) olarak alinir.
Olma ihtimalinin olmama ihtimaline orani olarak tammlanan{Akgul ve
P(Y)

Cevik, 2003;:90; Saito ve digl., 2004: 3) Odds oram, OR= esitligi ile hesaplanir,
Bu da her bir parametrenin Exp(B) degerlerinin OR degerieri olarak ele
alindifin1 gosterir. Burada Exp(B,), Y deiskeninin X, degiskeninin etkisi ile
kag kat daha fazla ya da yiizde kag oranda fazla gézlenme olasihifima sahip
oldugunu ifade eder. B, katsayismin dnemliligi ayn1 zamanda OR,= Exp(B,)’ nin
da 6nemliligi olarak degerlendirilir.

Odds orant (OR degeri) 1’e yakin olan degiskenler Y'nin degisimine
onemli etkide bulunmayan degiskenlerdir. Bu tiir degiskenlerin katsayilan anlamh
degil ise bu degisken Snemli bir etken degildir. Katsay1 anlamli olmak sartiyla
1”den biiyiik OR degerleri bu degiskenin 6nemli bir etken oldugunu gosterir. Sifira
yakim OR degerleri ise, katsay1 anlamli olmak sartiyla, deiskenin 6nemli bir etken
oldupunu ancak Y'nin digiik degerler almasina neden oldugu negatif etkili bir
etken oldugunu gésterir(Ozdamar, 2002: 633).

Gozlenen sonuglarin  ihtimali  "likelihood-ihtimal” olarak bilinir.
Sozkonusu ihtimal Olglimii 1'den kiigiik oldugundan, tahmin edilen modele
verilerin ne kadar iyi uydugunun 3lgiitii olarak, ihtimalin -2 kati geleneksel olarak
kullamlir. Regresyon analizinde, belirli degigkenler varken veya yokken
degerlendirme yapmak suretiyle, bunlann agiklayicilik giiciine katki yapip
yapmadikiar belirlenir. Lojistik regresyonda, gozienen deBerin tahmin edilen
degerler ile kargilagtirilmasi, log ihtimal(log likelihood-LL) fonksiyonuna
dayanir. Iyi model, gozlenen sonuglarin yiiksek ihtimallerini olusturan
modeldir. Bunun anlams, -2LL'nin kigiik olmasidir. Eger model miikemmel
uyumiu olursa, ihtimal(likelihood) 1 ve -2LL de O olur(AKGUL ve CEVIK,
2003:398).
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Lejistik regresyon analizinde model katsayilannin dnem kontrolii igin
genellikle t-testi ile Wald-testi kullanilir. Wald testi, genellikle Srneklem
hacminin biiylik olmas: durumunda yaygin olarak kullanilir.(Okray ve Ustun, 2001:
355).

Lojistik regresyon analizinde ii¢ temel yontem vardir(Tatldil, 1992: 229-
238; Ozdamar, 2002: 625-626). Bunlardan birincisi, bir ya da daha fazla agiklayici
degisken ile ikili agaklanan deZisken arasmdaki bagintiyr ortaya koyan Ikili
Lojistik Regresyon (Binary Logistic Regression) Analizidir, Bu yontemde
agiklanan degisken ikili cevap igerir. Agilayici degiskenler ise, ya faktor
degiskenlerdir ya da ortak (covariate) degiskendir. Burada faktor degiskenler
kategorik isimsel 6lgekli, ortak degiskenler ise siirekli degisken olmalidur.

Ixincisi, bagimli degiskenin sirali 6lgekli oldugu durumlarda uygulanan
Swralt Lojistik Regresyon (Ordinal Logistic Regression) Analizidir. Bu
yontemde sirali Glgekli agiklanan de@isken, en az li¢ kategoride gozlenen
degerler igermelidir. Sirali olgekli verilerin kategorileri isimsel olarak
belirlenirken ya da kodlanirken, cevaplarin dogal siralama (az, orta, gok gibi)
yapisinda olmas: ve bu isimsel degerlerin kod degerlen de aym buyiikliik
siralamasim (1<2<3 gibi) izlemesi gerekir,

‘Kategoriler birbirlerine paraleldir’ varsayimimn kullanildigi Siralt
Logjistik Regresyon analizinde parametre tahminleri, yinelemeli agirlikli
enkii¢ilk kareler ydntemine gore yapilir ve bu deferler enbiiyiik benzerlik
parametre tahminleridir. Bu regresyon modelinde agiklayici dedisken olarak yer
alan faktorler kategorik ya da siirekli degigsken olabilir. Eger modele ortak
degasken dahil edilecekse ortak degigkenin stirekli degisken olmasi
gerekmektedir.

Uglinciisii agiklanan degiskenin isimsel &lgekli oldugu ve en az ig
kategoride gozlenen degerler icerdigi durumlarda uygulanan Isimsel Lojistik
Regresyon (Nominal Logistic Regression) Analizidir. Bu ydntemde gozlenen
degerlerin kodlanmas: durumunda bu kategorilerin bir sira izlemesi zoruniu
degildir.

Isimsel Lojistik Regresyonda da parametre tahminleri yinelemeli
agirlikly enkiigtik kareler ydntemine gore yapihr. Yapilan tahminler enbiiyiik
benzerlik tahminleridir.

IT1. Uygulama

Bu boliimde Tokat ili sanayi sitesinde faaliyet gosteren igletmecilerin ve
bu isietmelerde galigan ustalarin su an yapmakta olduklar1 meslekleri ile ilgili
gelisen yenilikleri takip edip etmediklerini ortaya koymak amaciyla bir analiz
yapilmigtir. S6z konusu analizde Tokat'in kiigiik sanayi sitesinde faaliyet
gosteren igletmelerde degisik meslek gruplarmdan 900 kisi igerisinden rassal
olarak belirlenmig, 220 kisilik bir Srneklem ile yapilan anketten elde edilen
veriler degerlendirilmigtir, Veriler SPSS 10.0 paket programui yardinuyla lojistik
regresyon analizine tabi tutulmustur.
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Katilimeilann meslekleri ile ilgili yenilikleri takip edip etmediklerini ifade
eden degisken “‘yenitakp”, agiklanan de@isken olarak tammlanmg ve veriler O:
Hayr(meslegimle tlgili ¢ikan yenilikleri tekip etmiyorum), 1: Evet{meslegimle ilgili
¢ikan yenilikleri tekip ediyorum) seklinde kodlanmstir.

Agiklayict degiskenler olarak da “severek”, “derecesi”, “orjfikir” ve
“okumaist” degiskenleri alinmgtir. Burada “severek” ile ifade edilen degigken,
kisinin bu meslegi severek yapip yapmadifini gostermektedir ve 1 ‘Evet’
meslegimi severek yapiyorum, 2 ‘Hayir’ bu meslegi severek yapmyorum
anlaminda kullamilmigtir. “derecesi” ile ifade edilen degisken, kiginin bu
meslekte kendini hangi konumda gordiiglinii gdstermekte ve 1 *Kotii’, 2 ‘Orta’,
3 ‘Iyi’, 4 ‘Cok lyi’ olarak kodlanmustir. “orjfikir” ile ifade edilen degigken,
kisinin imkan1 olsa mesleginde uygulamaya gegirmeyi diigiindiigi orijinal bir
fikrinin olup olmadigini sorgulamakta ve 1 ‘Evet’ var, 2 ‘Hayir’ yok seklinde
kodlanmustir. “okurnaist” ile ifade edilen degisken ise, kiginin imkan1 olsaydi
tiniversitede okumak isteyip istemedigini sorgulamakta ve 1 ‘Evet’ okurdum, 2
‘Hayir’ okumazdim geklinde kodlanmigtur.

[lgili verileri lojistik regresyon ile analiz etmeden 6nce, analizde
kullanilan degigkenlerin frekans durumiart ve aralarindaki iliski incelenmigtir.
Buna gore, Tokat sanayi sitesinde arastirmaya katilan isletme sahipleri ve
buralarda ¢aligan ustalarin %53.2°si kendi alanlan ile ilgili yenilikleri takip
sttigint sdylerken %46.8’i takip etmedifini beyan etmistir. Kendilerini bu is
kolunda ne diizeyde gordikleri sorusuna %9.5'1 kotii, %27.3’1 orta, %52.3"1 iyi
ve %10.9'u gok iyi cevabimi vermiglerdir. Islerini severek yapip yapmadiklan
sorusuna %62.7°si evet cevabimi verirken %37.3’d bu igi mecburiyetten
yaptiklarini sdylemislerdir, [mkam olsa meslegi ile ilgili hayata gegirmeyi
diisiindiigii orijinal bir fikre sahip olanlar %55.9 iken boyle bir diistinceleri
olmayanlar %44.1 olarak ortaya ¢ikmugstir. Son olarak da imkaniniz olsa
tiniversitede okumak ister miydiniz sorusuna %80.5’i evet cevabini verirken
%19.5°1 hayir cevabini vermistir.

Agiklanan degisken olarak alinan kendi alanlan ile ilgili yenilikleri
takip edip etmeme ile difer agiklayici degiskenler arasindaki iliski Ki-kare
yardimuyla analiz edilmig ve agaidaki sonuglar elde edilmigtir. Yenilikleri takip
edip etmeme ile; igini severek yapip yapmama (P=0.007), hayata ge¢rmeyi
diisiindiigti orijinal bir fikrinin olup olmadig (P=0.0005), mesleginde kendini
ne diizeyde gordiigi (P=0.004) sorularina verilen cevaplar arasinda anlami1 bir
iligki varken, yenilikleri takip edip etmeme ile imkapmmiz olsa iniversitede
okumak ister miydiniz sorusuna verilen cevaplar arasinda bir iligkinin olmadig:
(P=0.700) goriilmtistiir.

Bu veriler SPSS [0.0 paket prograrm yardimuyla lojistik regresyon
analizine tabi tutuldugunda ise agagidaki sonuglar elde edilmigtir.
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Tablol: Veri Sayist ve Degisken Kodlar:

Case Processing Summary

Unweighted Cases N Percent
Selected Cases Included in Analysis 220 100,0
Missing Cases 0 .0
Total 220 100,0
Unselected Cases 0 0
Total 220 100,0
a. If weight is in effect, see classification table for the total number of
cases.

Dependent Variable Encoding

Original Value Internal Value
Hayir 0
Evet i

Categorical Variables Codings

Parameter
Frequency 1)
OKUMAIST  Evet 177 1,000
Hayir 43 000
ORJFIKIR Evet 123 1,000
Hayir 97 ,000
SEVEREK Severek 138 1,000
Mecburiyetten 32 000

Tablo:1'de tnce ankete katilan kisi sayis1 verilmistir(220 kigi). Sonra,
agtklanan degigkenin kodlama sekli gosteritmistir. Yukanda da ifade edildigi gibi
agiklanan degisken, kisilerin meslegi ile ilgili yenilikleri takip edip etmeme
durumunu gostermektedir. SPSS'te “Hayr” 0 ile “Evet” ise | ile kodlanmmgtir.
Tablonun en sonunda ise kategorik degiskenlerin frekanslar: ve kodlart verilmigtir.
“Okumaist” degiskenine 177 Kisi evet, 43 kigi hayir cevabim vermigtir. “Orjfikir”
degiskenine 123 kisi evet, 97 kisi hayir demigtir. “Severek” degiskenine ise 138
kisi evet derken 82 kisi hayir cevabini vermistir.
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Tablo2: Sadece Sabit Terimin Bulundugu Modelin Bilgileri

Block 0: Beginning Block

Iteration History®b:

Coefficients
Iteration -2 Log likelihood Constant
Step O 1 304,093 127
2 304,093 ,127

a. Constant is included in the model.
b. Initial -2 Log Likelihood: 304,093

¢. Estimation terminated at iteration number 2 because parameter
estimates changed by less than ,001.

Classification TabR?

Predicted

YENITAKP _| percentage

Observed Haywr | Evet | Correct
Step 0  YENITAKP Hayir 0] 103 .0
Evet 0 117 100,0
Overall Percentage 53,2
a. Constant is included in the model.
b. The cut value is ,500
Variables in the Equation
B S.E. Wald df Sig. | Exp(B)
Step 0 Constant ,127 ,135 ,890 1 ,346 1,136
Variables not in the Equation
Scaore df Sige
Step 0 Variables SEVEREK(1) 7,210 1 007
DERECESI 10,861 1 ,001
ORIJFIKIR(1) 13,670 1 ,000
OKUMAIST(1) ,149 1 ,700
Overall Statistics 26,166 4 ,000
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Tablo:2'de sadece sabit terimin bulunmast halinde olugturulabilecek modele
ait bilgiler yer almaktadir. Bu ¢aligmada, sadece sabiti ihtiva eden lojistik regresyon
modelt igin -2LL nin degeri, 304.093 olarak hesaplanmugtir. Modele dahil edilen sabit

terim de istatistiksel olarak anlamh bulunmarmstir(P=0,346).

Bulundugu Modelin Bilgileri

Osman CEVIK

Tablo 3: Sabit Terim ve Biitiin Agiklayict Degiskenlerin

Block 1: Method = Enter

Omnibus Tests of Model Coefficients

Chi-square df Sig.
Step 1 Step 27,420 4 ,000
Block 27,420 4 ,000
Model 27,420 4 ,000
Maodel Summary
Step -2 Log likelihood | Cox & Snell R Square | Nagelkerke R Square
1 276,673 17 L156
Classification Table
Predicted
YENITAKP Percen[age
Observed Hayir | Evet | Correct
Step1 YENITAKP Hayir 70 33 68,0
Evet 47 70 59,8
Overall Percentage 63,6
a. The cut value is ,500
Variables in the Equation
B S.E. Wald | df | Sig. |Exp(®)
Step ¥ SEVEREK(l)| ,510 | ,309 | 2,727 1| ,099 | L,666
DERECESI S13 ,193 | 7,058 1] ,008 | 1670
ORIJFIKIR(1) | 1,024 290 | 12,463 1 ,000 | 2,785
OKUMAIST(Y -044 371 0141 1] 905 957
Constant 2,077 | 641 | 10498 | 1| .00l 125

a.

Variable(s) entered on step 1:

SEVEREK, DERECES], ORJFIKIR, OK
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Tablo:3'tin  “model summary” kisnunda, sabit ve biitiin agiklayict
degiskenlerin oldugu modelin uyum iyiligi istatistiklerd verilmistir, Bu modelin =~ -
2LL degeri 276.673 olup, yukarida verilen ve sadece sabitin dahil oldugu modelin -
2LL degeri olan 304.093'ten kiigiiktiir.

Tablonun basindaki “model katsayilan™ ile ilgili kisimun "Step” satirinda
gosterilen test(Chi-Square), bir onceki adima gére meydana gelen iyilesmeyi
degerlendiren ‘“iyilesme ki-kare istatistii"dir. "Son adumnda ilave edilen
degiskenlerin katsayilarinin 0" oldugu seklindeki sifir hipotezini test eder. Burada
sadece sabiti olan model ile sabiti ve lg¢ bagumsiz degiskeni olan model dikkate
almmustir, Boylece, model ki-kare istatistigi ile iyilesme ki-kare istatistigi aymdr.
Eger analizde ileriye yonelik veya geriye dogru segim metodu segilirse, sdzkonusu
istatistikler birbirinden farkh olur. fyilesme ki-kare istatistigi, goklu regresyondaki
F-dedigim istatistiginin esitidir.

"Model” satinndaki “Chi-Square", sadece sabiti olan modelin -2LL degeri
ile biitiin degiskenleri ihtiva eden modelin -2LL degeri arasindaki farki verir.
Béylece, model ki-kare istatistigi, "sabit hari¢ olmak lizere, mevcut modeldeki
biitiin bagimsiz degisken katsayiarninin O oldugu” seklindeki sifir hipotezini test
eder, Bu, regresyon modelindeki F testinin esitidir.

Uygulamamizda, sadece sabiti ihtiva eden modelin -2LL degeri 304.093
iken, biitlin bagimsiz degiskenleri de dahil eden modelde ise -2LL dederi
276.673'tiir. Model ki-kare degeri olan 27.420, bu ikisinin arasindaki farkur.
Sozkonusu test sonucu elde edilen P = 0.0005 oldugu igin H, hipotezi red edilir.
Yani model anlamli bulunmustur,

Smuflandirma  tablosu(Classification  Table) incelendiginde, 80
katihmcmin  yanhs smuflandimldigy goriliir. Modelin kendi alam ile ilgili
yenilikleri takip ediyor diye tahmin ettigi 33 kisi, yenilikleri takip etmezken,
yenilikleri takip etmiyor diye tahmin edilen 47 kisi ise yenilikleri takip etmektedir.
Kendi alam ile ilgili yenilikleri takip eden 70 kisi dogru tahmin edilmistir. Benzer
sekilde, yenilikleri takip etmeyen 70 kisinin, yenilikleri takip etmedigi de dogru
tahmin edilmistir,

Yine siniflandirma tablosundan gortildigi gibi, yenilikleri takip etmeyen
kisilerin %68.0'1 ve yenilikleri takip edenlerin ise %59.8'1 dogru tahmin edilmistir.
Genel olarak da, 220 kiginin %63.6's1 dogru tahmin edilmistir.

Tabloda “Variables in the Equation” kisminda her degisken ile ilgili B
degerleri ve sabit, ilk stitunda verilmistir. Stzkonusu B'ler, goklu regresyonda
tahmin fonksiyonu olusturulmasmda kullanilir. Lojistik regresyonda ise, bunlar
kisinin bir isi ya da digerini yapma ihtimalini belirlemede kullanilir.

B siitunundaki igaretler, iligkinin yontinii gsterir. Bu siitundaki degerlere
gore, bir isletmecinin kendi alamindaki yenilikleri takip etmesini en fazla, alam ile
igili hayata gecirmeyi diigtindiigii orfjinal fikirleri etkilemektedir. Bunu, kendini
meslefinde 1yi derecede gbrme ve meslegini severek yapma izlemektedir.
Meslekleri ile ilgili yenilikleri takip etmede, imkani olsa iiniversitede okuma
istermenin ise pek etkisi olmadif gozlenmektedir.
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0.05 anlamhhk seviyesi kullamldiginda, “orjfikir” ve “derecesi”
katsayilan istatistiksel olarak anlamli(P=0.0005 ve P=0,008)) bulunurken,
“severek”  degiskeninin  katsayisi 0.10 Onem  seviyesinde anlamh
bulunmustur(P=0.099). “okumaist” degiskeninin katsayis1 ise anlaml
bujunmamugti{ P=0.905).

"Exp(B)" siitunundaki degerler odds oranlandir. Matematiksel olarak, bu
deger e” dir. Mesela burada, “orjfikir” degiskenine ait deger (2.718)" %= 2.785
seklinde elde edilebilir. Odds orammin, bir ihtimalin diger ihtimale orani oldugu
daha o6nce ifade edilmisti. Bu uygulamada, yenilikleri takip etme ihtimalinin,
yenilikleri takip etmeme ihtimaline oram, odds oramdir, Lojistik katsayilarm
anlamak igin, bir olaym oddsu bakimindan diigiinmek gerekir. Lojistik katsayi(B),
diger degiskenler sabit kalmak kaydiyla, bagimsiz degiskendeki bir birim degisme
ile iligkili olarak log oddstaki degigmedir. Buna gore, eger “orijfikir” bir birim
artarsa, log odds da 2.785 artar. Benzer sekilde “derecesi” bir birim artarsa, log
odds da 1.670, “severek” bir birim artarsa, log odds da 1.666 artar.

Tablo:3’ten hareketle P(Y)=P(yenitakp)= o
+e

Z=-2.077+0.510(severek)+0.513(derecesi)+1.024(orjfikir)
-0.044{okumaist)

esitlikleri yazilabilir. Yukanda yapilan testte anlamli bulunan bu model Y nin
tahmininde kullamlabilir.

Bu denklem neticesinde O ile 1 arasinda degisen bir ihtimal elde edilir.
Eger ihtimal, yani P(Y)<0.50 ise Y=0 alimr. Bu da isletmecinin alam ile ilgili
yenilikleri takip etmedigini gosterir. P(Y)20.50 ise Y=1 alir. Bu ise, isletmecinin
alans ile ilgili yenilikleri takip ettigi anlamina gelir.

IV. Senug

Daha az yatinmla daha ¢ok iretim saglama, daha digik yatinm
maliyetleri ile istthdam imkani yaratma, ekonomik dalgalanmalardan daha az
etkilenme, talep degisikliklerine daha kolay uyum saglama, bolgeler aras: dengeli
kalkinmayr saglama, teknolojik yeniliklere daha yatkmn olma, vb. gibi bir ¢ok
avantajli durumlar: olan kaigiik ve orta dlgekli sanayi igletmeleri, diinyada oldugu
gibi iilkemizde de imalat sanayiinde dnemli bir yere sahiptir. Bu nedenle,
aragtumalara en ¢ok konu olan isletmelerdir. Burada da Tokat sanayi sitesinde
faaliyet gosteren isletmelerin sahipleri ve bu igletmelerde ¢aligan ustalarla yapilan
bir anket sonucu elde edilen verilerin ¢aligmarmzla ilgili olan kismu
degerlendirilmistir. Bir kiigiik igletmecinin veya bu igletmede ¢ahisan bir ustanim
kendi alanindaki yenilikleri takip etmesi bir ¢ok nedenden kaynaklanabilir. Ancak
burada ankette sorulan ve kigilerin yenilikleri takip etmesine etki etmede Snemli
oldugunu diisiindiigiimiiz, kiginin igini severek yapip yapmamasi, imkani olsa
mesleginde hayata gegirmeyi diigiindiigii orijinal bir fikrinin olup olmadig, imkani
olsayds liniversitede okumay tercih edip etmeyecegi ve kendisini mesleginde ne
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derecede gordiigii konusundaki cevaplan ele alinmugtir, Sonugta da &zellikle imkan
olsa hayata gegirilmesi diisliniilen fikirlere sahip olmak, alanla ilgili yenilikleri
takip etmede en onemli etken olarak karsimuza gikmugtr. Bu da g8steriyor Ki,
kiigiik isletmeler igin 6nemli bir sorun olan finansman sorunu ¢éziiliirse, hem
ortaya orijinal buluslar gikacak hem de tekrar yeni buluglara yol agabilecek
yenilikler siirekli olarak takip edilecektir.
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