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Universitelerarasi Kurul Yabanci Dil Smavi(UDS) Sonuclarmin
Loglineer Analiz Ile Incelenmesi

Dilek ALTAS" Esen ZEREN YILDIRIM™

OZET

Bu ¢alismada, UDS sonuglari diort yénlii bir ¢apraz tablo
iizerinde simiflandirilarak, kategorik veri analizine imkan saglayan
loglineer analizle incelenmigtir. Analiz kapsaminda aralarindaki iligki
yapist incelenen faktorler, adayin dili, ilgili oldugu alan, sinava giris
amact ve aldigi UDS puamdir. Elde edilen loglineer model ve
parametre  tahminlerine dayali  bulgular uygulama kisnunda
sunulmustur.

Anahtar Kelimeler: Cok yonlii tablolar, Loglineer modeller, UDS sonuglar:
1. GIRIS

UDS, Universitelerarasi Kurul’un 28.07.2000 tarihli toplantisinda alinan kararla,
Ogrenci Segme ve Yerlestirme Merkezi(OSYM) tarafindan yilda iki kez Mart ve Aralik
aylarinda olmak iizere uygulanan bir yabanci dil smavidir. Lisansiistii egitim gérmek
isteyenler ile dogent adaylarimin bagvurabildii bu sinavda, OSYM’nin belirledigi
agirhklarda kelime bilgisi, dil bilgisi, okudugunu anlama, Tiirk¢e’den yabanci dile,
yabanci dilden Tiirk¢e’ye ¢eviri sorulari yer almaktadir.

UDS’ye bagvurular, Fen Bilimleri, Sosyal Bilimler ve Saghk Bilimleri olmak
iizere ii¢ alanda; Ingilizce, Almanca ve Fransizca olmak iizere ii¢ dilde
yapilabilmektedir.

Universiteleraras1 Kurul karari geregi, UDS’den dogent adaylarinin en az 65,
doktora ve sanatta yeterlik 6grencilerinin en az 50 puan almas: gerekmektedir.

Bu c¢alismada, UDS sonuglart dért yonli bir ¢apraz tablo iizerinde
smiflandirilarak, kategorik veri analizine imkan saglayan loglineer analizle
incelenmigtir. Analiz kapsaminda aralarindaki iligki yapisi incelenen faktorler, adayin
dili(Almanca, Fransizca ve Ingilizce), adaymn ilgili oldugu alan(Fen Bilimleri, Saghk
Bilimleri, Sosyal Bilimler), sinava giris amaci(Yiiksek Lisans adayi, Doktora adayi,
Dogent aday1) ve aldigi UDS puani(50°nin alti, 50 ile 65 arasi, 65 ve iistii)’dr.

:Yrd.Doq. Dr., Marmara Universitesi, I.I.B.F., Ekonometri Béliimii, e-posta: dilekaltas@marmara.edu.tr
" Arag. Gor., Marmara Universitesi, I.1.B.F., Ekonometri Béliimii, e-posta: eyildirim@marmara.edu.tr
(Haberlesme adresi)
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2. GENELLESTIRILMIS LINEER MODELLER

Istatistiksel incelemelerin gogunda, verilere en iyi uyum saglayan modeli bulmak,
temel amag¢ olarak benimsenmektedir. Bulunan modelin yapisal bi¢imi ve parametre
tahminleri, degiskenler arasindaki iliski yapisi hakkinda bilgiler vermektedir.

Bagimli degiskenin(Y), agiklayici degiskenlerin (Xj) bir dogrusal kombinasyonu

ile agiklandii modellere genellestirilmis lineer modeller denir (Nelder, J.A. and
Wedderburn, R.W.M., 1972).

.
Y=a+) B,X;=a+BX +BX,+.+BX,

J=1

Genellestirilmis lineer modeller, ii¢ bilesenden olusur(Agresti, A., 1996):

1) Y bagimli degiskenini tanimlayan ve Y’nin bir olasilik fonksiyonuna
sahip oldugunu varsayan tesadiifi bilesen

1) Modelin tahmincisi olarak kullanilan Xj agiklayici degiskenlerini ifade
eden sistematik bilesen

iii) Tesadiifi bilesenin beklenen degeri ile sistematik bilesen arasindaki

fonksiyonel iliskiyi gosteren baglant: bileseni.

Genellestirilmis lineer modellerde, n biiyiikliigiinde bir 6érneklem i¢in y;
gozlemlerinin birbirinden bagimsiz ve bir olasilik yogunluk fonksiyonuna sahip oldugu
varsayilir. Her bir y; gézlemi iki sikli bir sonuca sahip ise, Y’nin bir binom dagilimina
uydugu disiiniiliir. y; degerleri ¢ok sonuglu ve farkh basari olasiliklarin sahip ise,
multinomial dagilimin olasilik yogunluk fonksiyonu kullamilir. Capraz smiflandirma
tablosundaki goze frekanslarinda oldugu gibi y;, negatif olmayan degerler aliyorsa,
verilerin Poisson dagilimina uydugu diisiiniiliir(Agresti, A. 1996).

Y’nin beklenen degeri, olasilik dagiliminin ortalamasidir, E(Y)= u . Tesadiifi ve
sistematik bilesen arasindaki baglanti fonksiyonu, dogrudan g ’yii ya da u ’niin
monoton bir fonksiyonu olan g( x)’yii ifade eder.

Normal dagilima uymayan veriler analiz edilirken geleneksel yontem, gesitli
doniigtiirmelerle normal dagilima yaklastirmayr saglamak ve klasik en kiigiik kareler
yontemini  kullanmaktir. Fakat, bazi1 veri setleri igin normale yaklagtirma
saflanamayabilir ya da bulunan modelin verilere uyumu zayif olabilir. Genellestirilmis
lineer modellerle birlikte  normal dagilima yaklagtirma igin doniigiim yapma
zorunlulugu ortadan kalkmustir. Ciinkii, bu tiir modellerde, dagilim se¢imi normallikle
sirh olmadigindan maksimum benzerlik yontemi kullanilabilmekte ve x 'niin degisik

fonksiyonlari ile galigilabilmektedir.
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3. LOGLINEER MODELLER

Genellestirilmis lineer modellerde, g( u)=log( ) fonksiyonu sik¢a kullamlan
bir baglanti fonksiyonudur. Poisson dagiliml veriler igin gelistirilen ve log( #) baglanti

fonksiyonu ile ifade edilen lineer modellere loglineer model adi verilir(Vermunt, J.K.,
1997).

log(u)= a+p X, + X, +..+ f X,

Iki yonlii gapraz siniflandirma tablolari i¢in degiskenler arasindaki iligki yapisi,
ki-kare analizi ile incelenebilmektedir. Fakat, degisken sayisinin ii¢ ya da daha fazla
olmasi durumunda ki-kare analizi uygulanamamaktadir. Ki-karenin yetersiz kaldigi bu
tiir durumlarda gok yénlii tablolar, loglineer analiz ile incelenebilmektedir.

Fischer’in 6ne siirdligii fikirlerden yola ¢ikarak, Birch(1963) tarafindan ortaya
atilan loglineer analiz, Goodman, Haberman ve Andersen’in katkilariyla gelistirilmistir.
1970’lerde sosyal aragtirmacilar tarafindan sik¢a kullamlmaya baglanan bu analiz,
sadece iligki yapisim1 ¢6zmekle kalmayip verilere uyumlu bir model vermesi yoniiyle de
kategorik veri analizinde s6z sahibi olmustur(Andersen, E.B., 1980).

X, Y ve Z seklindeki ti¢ degisken i¢in, IxJXK boyutlu bir ¢apraz smiflandirma
tablosu olsun. Boyle bir ii¢ yonlii tablo igin loglineer model agagida verilmistir.

Infp=A+ A" + 2]+ 2L + A + A° + A5 + 25"
=120l =1,250d k=1,2,...,K

En yiiksek dereceli parametre dikkate alinarak, bu model {XYZ} modeli
bigiminde ifade edilir. Model parametrelerinin yorumu en yiiksek dereceli terime ( /'1‘.3:2

yonelik olarak yapilir.

Modeldeki tek degisken parametreleri( 4;', A}, 4; ), degiskenlerin ana etkilerini
verir. Ikinci dereceden etkilesim terimleri( 2" ,2;", A ), ikiserli olarak degiskenler
arasindaki kismi iligkileri gosterir. Modeldeki 4;,”
etkilesimi ifade eder. 4 genel etki terimi ise, loglineer parametrelerin tiim kategorileri

tizerinden sifir toplamlh olmalarini saglar(Vermunt, J.K., 1997).

parametresi, ii¢ de@igken arasindaki

Tiim ana etki ve etkilesim terimlerini igeren bu tiir modellere, doymus(saturated)
loglineer model ad1 verilir. Doymus modeldeki parametrelerden bir ya da birkag
tanesinin hari¢ tutuldugu modellere doymamis(unsaturated) loglineer model denir.
Doymamis modeller baz1 parametreler iizerine konan kisitlarla, daha sade ve kolay
yorumlanabilir bir yapiya sahip olduklarindan doymus modellere tercih edilir(Vermunt,
J.K., 1997).

Verilere en iyi uyum saglayan doymamis model arastirilirken, modeldeki
hiyerargik yaprya dikkat edilmelidir. Hiyerarsik yapi, yiiksek dereceli bir terimin
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modelde bulundugu hallerde, daha diigiik dereceli tiim terimlerin de modelde yer aldig:
tiirde iligkileri ifade eder. Hiyerarsik bir loglineer modelde, bir 4 parametresi sifira esit
ise, daha yiiksek dereceli tiim A parametreleri de sifira egit olur. Aym zamanda, bir 4
parametresi sifirdan farkli ise, daha diigiik dereceli tiim parametreler de sifirdan
farkhdir(Le, C. T., 1998).

Loglineer modellerin ¢oziimiinde kullanilan y&ntemlerin  ve bilgisayar
programlarinin hemen hepsi, modelin hiyerargik oldugu varsayimina dayamr. Ciinkii,
¢ogu uygulamada bir etkilesim teriminin sifira esit olmasi durumunda, daha yiiksek
dereceli etkilesim terimlerini yorumlamak anlamli olmamaktadir.

Ug yénlii bir ¢apraz smiflandirma tablosu i¢in tahmin edilen model, iigiincii
dereceden etkilesim parametresini igermezse, {XY ™ v YZ} seklinde gosterilen
homojen iligski modeli elde edilir.

Infip=A+ A1 + 2 + 2] + A + A7 + 24

Ikili etkilesim parametrelerinin bir ya da bir kaginin modelden ¢ikarilmasi da
miimkiindiir. Hi¢ bir etkilesim parametresi igermeyen {X 8 4% } bagimsizlik modeli ise,
degiisken giftleri arasinda iliski olmadigini gosterir(Agresti, A. 1996).

Inf=A+ A" + 4] + 2%

Modeldeki parametre sayisimin  ¢apraz simiflandirma tablosundaki géze
sayisindan fazla olmasi halinde, serbestlik derecesi negatif ¢ikamayacagindan tahmin
edilecek parametre sayisim azaltmak gerekir, Bu amagla baz1 kodlama yontemlerine
bagvurulur(Le, C. T., 1998).

Sozkonusu kodlama yontemlerinden biri, parametrelerin etkilerini, her bir
degiskenin belirli bir kategorisindeki etkilerden sapmalar geklinde ifade etmektir.
Regresyon analizinde de kullanilan bu yénteme dummy kodlamas: denir. Genellikle ilk
satir ve ilk siituna ya da son satir ve son siituna iligkin parametre sifira egitlenir.
Parametrelerin etkileri, bu gézeye gére yorumlanaca@ igin segilen gbzeye referans
gozesi denir.

Varyans analizinde de kullanilan bir diger kodlama yéntemi ise, her bir etkiyi
ortalama etkiden sapmalar seklinde tamimlayarak, A’larin toplamim sifir kabul
etmektir. Bu tiir kodlamaya ise, etki kodlamas: adi verilir.

Her iki kodlama yéntemi ile de ayni beklenen frekans degerlerine ulagilmakla
birlikte, hesaplanan parametre tahminleri farkli gikmaktadir. Bu nedenle parametreler
yorumlamrken, kullanilan kodlama y6ntemi dikkate alinmahdir(Long, J.S., 1982).

Loglineer modelin parametre tahminlerinin bulunmasinda, en sik bagvurulan
yontem, maksimum benzerlik(en ¢ok olabilirlik) yontemidir. Maksimum benzerlik
yontemi, agirhkh en kiigiik kareler, minimum ki-kare, minimum diskriminant bilgisi
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gibi alternatifleri arasinda, olasilik dagilimi bilinen tesadiifi degiskenler igin giiglii bir
tahmin yontemi olmasi nedeniyle tercih edilmektedir(Vermunt, J.K., 1997).

Farkli loglineer modellerin karsilagtirllmas: yoluyla, degiskenler arasinda
iligkileri ifade eden parametrelerin anlamhilik testi yapilabilir. Bu amagla, kargilagtirilan
modellerden birinde test edilecek parametre/parametreler yer alirken, digerinde bu
parametre/parametrelere yer verilmez. S6z konusu parametrelerin sifira esitligini ifade
eden Hy yokluk hipotezinin testi i¢in, tam boliinebilme &zelligine sahip olan G*
benzerlik oran istatistiginden yararlanilir.

n..
G*=-2 ngIn| —
> [fa}

iki modelin G” degerleri arasindaki fark, iki modelin serbestlik derecelerinin
farkina karg: test edilir. Kuyruk olasihigmin kiigiik ¢ikmasi, Hy’in reddedilecegine, yani
incelenen iligkinin anlamli olduguna isaret eder. Kuyruk olasihiginin biiyiik ¢ikmasi ise,
iki modelin uyum iyiligi yoniinden farklilik géstermedigi anlamina gelir. Bu durumda,
test edilen iligki terimlerinin modele katkisi olmayacagindan, bu terimleri igermeyen
daha az parametreli model tercih edilir(Tests of Independence... [www document]).

Cok yonlii tablolarda test edilecek model sayisi oldukga fazla olacagindan,
hipotezlerin sistematik bir yontemle test edilmesi gerekmektedir. Bu nedenle,
hipotezleri anlamli bir yorum ¢ikaracak sekilde gruplandirarak test etmek en akilci
yoldur.  Goodman  bagimsizlik, kosullu  bagimsizhik  gibi  hipotezlerin
yorumlanabilecegini, digerlerinin  yorumlanabilir olma 6zelligi tagimadigim
gostermigtir. Haberman ve Andersen tarafindan gelistirilen bu sisteme gore, ii¢ yonlii
tablolar i¢in test edilmesi gereken baglica hipotezler asagida verilmistir(Andersen, E.B.,
1980).

H :/13;’2 =0

Hyy 1257 =0, 47 =0
H s 35° =0, 45 =0
Hy: 457 =0, 4% =0
Hy tA

0w, 4 =AY =45 =0, =0

[

Hy: A =0, AT =2 =25 =0 ,4,=0

ik

Hy AP =0 A8 <22 =25 =0, 4 =0

ifk

Hy i 57 =047 =37 =42 =0, A =& =4Z=0

Hipotezlerin testi, en yiiksek dereceli parametrelerin sifira esitligini ifade eden
ilk hipotezle baglar. Bir sonraki hipoteze gegilebilmesi i¢in o agamaya kadarki tiim
hipotezlerin kabul edilmis olmas1 gerekir. Arka arkaya gelen iki hipotezden biri kabul
edilirken, digeri red edilirse verilere en iyi uyan model, bu iki hipotezin arasinda yer
alir, Bu durumda, iki model arasindaki fark parametreleri teker teker test edilerek
verilere en uygun model elde edilir.
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Ug yonlii tablolar igin ifade edilen loglineer modeller ve parametre yorumlari,
daha biiyiik boyutlu tablolar i¢in genisletilebilir.

4. UYGULAMA

Bu ¢aligmada 2002 Mart dénemine iliskin UDS sonuglari dért yonlii bir gapraz
siniflandirma  tablosu geklinde diizenlenerek loglineer analizle incelenmistir.
Aralarindaki etkilesim yapisi incelenen dért kategorik degisken, dil, alan, amag ve UDS
puani degiskenleridir. Dil degiskeni Almanca, Fransizca ve Ingilizce seklinde iig
kategoriye ayrilmaktadir. Alan degiskeni, UDS’ye giren adaylarm ilgili olduklar:
alanlan1 gosterecek sekilde, Fen Bilimleri, Saghk Bilimleri ve Sosyal Bilimler olmak
iizere ili¢ kategoriye sahiptir. Amag degiskeni, sinava giren kisilerin Yiiksek Lisans,
Doktora ya da Dogent adayi olma durumlarina gére ii¢ kategoriye ayrilmaktadir. UDS
puani degiskeni ise, 50’nin alti, 50 ile 65 arasi, 65 ve iistii seklinde ii¢ kategoriden
olugmaktadir.

2002 Mart déneminde UDS’ye giren 21336 kiginin 5406(%25)’s1 dogent adayi,
7894(%37)’ii doktora adayi, 8036(%38)’1 yiiksek lisans adayidir. Bu kisiler arasinda 65
ve daha fazla puan alan kisi sayis1 2736(%13), 50 ile 65 arasinda puan alan kisi sayisi
4679(%22),  50’nin altinda puan alan kisi sayist 13921(%65)’dir. Adaylarin
20460(%96) min  dili  Ingilizce, 336(%1,5)’simn  Fransizca,  540(%2,5)’mmn
Almanca’dir. Fen Bilimleri alanindan smava katilan kisi sayisi 8362(%39), Saglik
Bilimleri alanindan sinava katilan kisi sayis1 4751(%22), Sosyal Bilimler alanindan
giren kisi sayis1 8223(%39)’diir.

Elde edilen dort yonlii capraz siniflandirma tablosu asagida verilmistir.

Tablo 1.UDS 2002 Mart Dénemine Iliskin Veriler

DIL Ingilizee Fransizca Almanca
AMAC | ALAN | Fen B. | Sag. B. | Sos. B, | Fen B. | Sag.B. | Sos. B. | Fen B. | Sag. B. | Sos. B.
PUAN
Dogent >65 180 577 163 2 8 4 3 21 11
50-65 557 808 331 4 4 27 12 9 28
<50 904 736 826 13 8 84 22 10 54
Doktora 265 312 292 329 2 6 16 2 11 8
50-65 | 616 503 453 | 2 17 9 12 22
<50 2097 890 2072 10 6 69 23 10 104
Yitksek L. | >65 241 122 383 | 2 13 9 4 14
50-65 | 529 203 493 3 1 9 11 3 12
<50 | 2770 498 2575 3 2 19 26 3 87

Verilerin analizinde SPSS for Windows 10.0 paket programi kullanilmustir.
Loglineer analizin ilk agamasinda ana etki terimleri ile ikinci, iigiincii ve dérdiincii
dereceden etkilegim terimlerinin anlamliligi incelenmistir.

Tests that K-way effects are zero
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K DF L.R.Chisq Prob Pearson Chisq Prob Iteration

1 8 49864,178 ,0000 85675,836 ,0000
2 24 9809,303 ,0000 4763,067 0000
3 32 170,702 ,0000 174,071 0000
4 16 17,058 3818 17,356 3629

oo oo

Yukaridaki tablodan anlagilacagi gibi dordiincii  dereceden etkilesim
parametreleri, 0.3629 olasilikla istatistiksel olarak anlamsiz bulunmusgtur. Bu durumda,
kurulacak loglineer modelin en fazla iigiincii dereceden etkilesim terimlerini igeren
doymamus bir model oldugu anlasiimaktadir.

Modelde yer alacak parametreleri tespit etmek tizere yapilan kismi iliski testi
sonuglar1 asagida verilmistir.

# kK ok ok % ok ok ok ok ok ok IERARCHICAL LOG LINEAR * % 3 % s # s % % & % % %

Tests of PARTIAL associations.

Effect Name DF Partial Chisq Prob Iter
AMAC*UDSPUAN*DIL 8 41,332 ,0000 3
AMAC*UDSPUAN*ALAN 8 73,533 ,0000 4
AMAC*DIL*ALAN 8 14,644 ,0665 4
UDSPUAN*DIL*ALAN 8 32,340 ,0001 3
AMAC*UDSPUAN 4 514,063 ,0000 4
AMAC*DIL 4 169,034 ,0000 4
UDSPUAN*DIL 4 5,581 ,2327 4
AMAC*ALAN 4 1315,525 ,0000 4
UDSPUAN*ALAN 4 688,142 ,0000 4
DIL*ALAN 4 413,434 0000 4
AMAC 2 644,705 ,0000 2
UDSPUAN 2 9553,587 ,0000 2
DIL 2 38404,240 ,0000 2
ALAN 2 1261,636 ,0000 2

Yukaridaki  sonuglar  incelendiginde, amag-dil-alan ile {idspuan-dil
parametrelerinin istatistiksel olarak anlamsiz oldugu goriilmektedir. Bu durumda, amag-
dil-alan iiglincti dereceden etkilesim parametreleri kurulacak doymamis loglineer
modelde yer almayacaktir. Fakat, diger iigiincii dereceden etkilesim terimlerinin
istatistiksel olarak anlamli bulunmasi nedeniyle, modelin hiyerarsik yapisi geregi tiim
ikinci dereceden etkilesim parametreleri ile ana etki parametreleri modelde yer
alacaktir.

Geriye dogru eleme yontemi sonucunda bulunan en iyi model, yukaridaki
sonucu desteklemektedir. Eleme agamalari agagida sunulmustur.

ok sk ok ok ok e ok ok ok ok % HIERARCHICALLOGL]’N‘EAR s e ke sk ok ok ok ok ook ko %
Backward Elimination (p=,050) for DESIGN 1 with generating class
AMAC*UDSPUAN*DIL*ALAN

Likelihood ratio chi square = ,0000 DF =0 P = 1,000
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If Deleted Simple Effect is DF L.R.Chisq Change Prob. Iter
AMAC*UDSPUAN*DIL*ALAN 16 17,058 ,3818 3

Step 1: The best model has generating class

AMAGC*UDSPUAN*DIL

AMAC*UDSPUAN*ALAN

AMAC*DIL*ALAN

UDSPUAN*DIL*ALAN

Likelihood ratio chi square = 17,05808 DF =16 P=,382

If Deleted Simple Effect is DF L.R.Chisq Change Prob. Iter

AMAC*UDSPUAN*DIL 8 41,332 ,0000 3
AMAC*UDSPUAN*ALAN 8 73,533 ,0000 4
AMAC*DIL*ALAN 8 14,644 ,0665 4
UDSPUAN*DIL*ALAN 8 32,340 ,0001 3

Step 2: The best model has generating class

AMAG*UDSPUAN*DIL

AMAC*UDSPUAN*ALAN

UDSPUAN*DIL*ALAN

Likelihood ratio chi square = 31,70187 DF =24 P=,135

If Deleted Simple Effect is DF L.R.Chisq Change Prob. Iter

AMAG*UDSPUAN*DIL 8 46,621 ,0000 4
AMAC*UDSPUAN*ALAN 8 71,223 ,0000 5
AMAC*DIL*ALAN 8 32,347 ,0001 4

Step 3: The final model has generating class

AMAC*UDSPUAN*DIL
AMAC*UDSPUAN*ALAN
UDSPUAN*DIL*ALAN

Likelihood ratio chi square = 31,70187 DF =24 P=,135

Goriildiigii gibi, ilk adimda dért yonlii etkilesim parametreleri istatistiksel olarak
anlamsiz bulundugundan, iigiincii dereceden etkilegim parametrelerini igeren loglineer
model en iyi model olarak degerlendirilmistir. ikinci adimda, amag-dil-alan iigiincii
dereceden etkilesim parametreleri modelden g¢ikarilmig, diger tigiincii dereceden
etkilesim terimlerini kapsayan loglineer model 0,135 olasilikla en iyi model olarak
tespit edilmigtir. Incelemenin iigiincii ve son agamasinda elde edilen final modeli, ikinci
adimda bulunan modelin aynisi oldugundan siire¢ durdurulmustur.

Elde edilen final modelinde, bir sabit terim, 12 ana etki parametresi, 54 ikinci
dereceden etkilesim terimi, 81 {igiincii dereceden etkilegim terimi olmak iizere toplam
148 parametre yer almaktadir. SPSS paket programinda loglineer modelin parametre
tahminleri, degiskenlerin son kategorisini referans goéze kabul eden Dummy
kodlamasina dayanmaktadir.
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Dil degiskeni igin, 1: Almanca, 2: Fransizca, 3: Ingilizce; Alan degiskeni igin, 1:
Fen Bilimleri, 2: Saghk Bilimleri, 3: Sosyal Bilimler; Ama¢ degiskeni igin, 1: Yiiksek
Lisans aday1, 2: Doktora adayi, 3: Dogent adayi; UDS puan: degiskeni igin, 1: 50’nin
alt1, 2: 50 ile 65 arasi, 3: 65 ve iistii olmak iizere, 58 parametre igin tahmin degerleri,
standart hata katsayilar, Z test istatistifi degerleri asagida sunulmustur. Dummy
kodlamasi geregince sifira esitlenen parametrelere yer verilmemigtir.

Parametre Tahmin Standart Hata Z degeri

I 2 1,2459 0,2356 5,29
2 A (alan=1) 3,2182 0,2255 14,27
3 A (alan=2) 2,0000 0,2464 8,12
4 2 (dil=1) 49666  0,2329 21,32
5 1 (dil=2) -1,7714  0,4004 4,42
6 A (iidspuan=l) 0,3434 0,3714 0,92
7 A (iidspuan=2) -0,5350 0,3817 -1,40
8 21 (amag=1) 1,162 0,1564 7,14
9 A (amag¢=2) 0,9414 0,1390 6,77
10 4 (dil=1)*(alan=1) -1,5775 0,2221 -7,10
11 4 (dil=1)*alan=2) -0,2858 0,2434 -1,17
12 4 (dil=2)*(alan=1) 0,3177 0,3434 0,93
13 1 (dil=2)*(alan=2) -0,3388 0,4005 -0,85
14 2 (iidspuan=1)*(alan=1) -1,9977 0,3595 -5,56
15 A (iidspuan=1)*(alan=2) -1,8857 0,4200 -4,49
16 J (iidspuan=2)*(alan=1) -1,0967 0,3442 -3,19
17 A (iidspuan=2)*(alan=2) -0,7678 0,3763 -2,04
18 A4 (amag=1)*(alan=1) -1,5221 0,0697 -21,84
19 4 (amag¢=1)*(alan=2) -1,4987 0,0690 -21,73
20 2 (amag=2)*(alan=1) -0,7974 0,0628 -12,70
21 A (amag=2)*(alan=2) -0,8624 0,0626 -13,77
22 2 (iidspuan=1)*(alan=1) -1,7579 0,3675 -4,78
23 A (iidspuan=1)*(alan=2) 0,7896 0,6186 1,28
24 2 (idspuan=2)*(alan=1) -0,3565 0,3760 -0,95
25 A (iidspuan=2)*(alan=2) 0,1437 0,6900 0,21
26 4 (amag=1)*(dil=1) -0,7321 0,1468 -4,99
27 A (amag=1)*(dil=2) 1,7944 0,2689 6,67
28 A (amag¢=2)*(dil=1) -0,3598 0,1285 -2,80
29 A (amag=2)*(dil=2) 1,0989 0,2636 4,17
30 A4 (amag=1)*(iidspuan=1) 0,4541 0,3337 1,36
31 4 (amag=1)*(iidspuan=2) 0,8424 0,3046 2,77
32 1 (amag¢g=2)*(iidspuan=1) -0,5103 0,3381 -1,51
34 2 (amag=2)*(iidspuan=2) 0,3670 0,2982 1,23
35 A (iidspuan=1)*(dil=1)*(alan=1) 1,5010 0,3508 4,28
36 A (iidspuan=1)*(dil=1)*(alan=2) 0,8709 04116 02,12
37 A (iidspuan=1)*(dil=2)*(alan=1) 0,3965 0,5456 0,73
38 A (iidspuan=1)*(dil=2)*(alan=2)  -0,0069 0,7357 -0,009
39 A (iidspuan=2)*(dil=1)*(alan=1) 0,3208 0,3343 0,96
40 2 (iidspuan=2)*(dil=1)*(alan=2) 0,0144 0,3676 0,04
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41 2 (iidspuan=2)*(dil=2)*(alan=1) 0,9019 0,5870 1,54
42 2 (iidspuan=2)*(dil=2)*(alan=2) 0,2906 0,7105 0,41
43 2 (amag=l)*(idspuan=1)*(dil=1) 0,7174 0,3246 2,21
44 ) (amag=1)*(iidspuan=1)*(dil=2) -1,8979 0,5561 -3,41
45 1 (amag=1)*(iidspuan=2)*(dil=1)  0,1392 0,2920 0,48
46 4 (amag=1)*(iidspuan=2)*(dil=2) -1,2122 0,4923 -2,46
47 A (amag¢g=2)*(iidspuan=1)*(dil=1) 0,8186 0,3257 2,51
48 1 (amag=2)*(iidspuan=1)*(dil=2) -0,3120 0,5133 -0,61
49 1 (amag=2)*(iidspuan=2)*(dil=1) -0,0391 0,2842 -0,14
50 4 (amag¢=2)*(iidspuan=2)*(dil=2) -1,0673 0,5094 -2,10
51 A (amag=1)*(iidspuan=1)*(alan=1) -0,8658 0,1497 -5,78
52 4 (amag=1)*(iidspuan=1)*(alan=2) -0,3617 0,1538 -2,35
53 A (amag=1)*(lidspuan=2)*(alan=1) -0,2031 0,1253 -1,62
54 2 (amag=1)*(iidspuan=2)*(alan=2) 0,1712 0,1200 1,43
55 A (amag¢=2)*(iidspuan=1)*(alan=1) -0,2393 0,1426 -1,68
56 ] (amag¢=2)*(lidspuan=1)*(alan=2) 0,2086 0,1489 1,40
57 A (ama¢=2)*(iidspuan=2)*(alan=1) -0,1835 0,1217 -1,51
58 A (amag=2)*(lidspuan=2)*(alan=2) 0,0875 0,1189 0,74
5. SONUC

UDS sonuglarmin loglineer analizle incelenmesi sonucunda, adayin dili, sinava
giris amaci, bagvurdugu alan ve aldigi UDS puam arasinda dortlii etkilesim olmadig
gozlenmigtir. Elde edilen loglineer modelin doymus modelle kargilagtirildiginda
istatistiksel olarak anlamsiz oldugunu ifade eden Hy yokluk hipotezi, 0.135 olasilikla
reddedilememistir.

Uglincii dereceden etkilesim terimleri incelendiginde, amag-UDS puani-dil,
amag-UDS puani-alan ve UDS puani-dil-alan degiskenleri arasindaki tiglii etkilesimler
istatistiksel olarak anlamli bulunmustur. UDS puam faktoriiniin sabit tutulmasi
durumunda, amag-dil-alan degiskenleri arasindaki etkilesimi veren parametreler ise
istatistiksel olarak anlamh degildir.

Ikinci dereceden etkilesim terimleri incelendiginde, adayin amaci ile aldigi UDS
puani, amaci ile dili, amaci ile bagvurdugu alan, dili ile bagvurdugu alan, UDS puamn ile
bagvurdugu alan arasinda anlamh iliskiler tespit edilmistir. Bununla birlikte, adayin
aldign UDS puani ile dili arasinda anlamh bir iligkiye rastlanmamgtir.

Degiskenlerin ana etki parametreleri incelendiginde, dort degisken arasindaki

etkilesim yapisim ortaya koymada her birinin ayr ayr1 énemli katkilan oldugu tespit
edilmistir.
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Evaluation of The Results of the UDS By
Loglinear Models

ABSTRACT

In the study, the UDS results as being classified on a four
dimentional cross classified table, examined by the loglinear analysis
which gives a possibility for the categorical data analysis. In the
content of this study the parameters that examined by the point of their
relation structures are language, interesting branch of candidates, the
aim for attending the exam and the taken UDS grade. The findings
based on the obtained loglinear model and parameters are presented
the application part.

Key Words: Multidimensional tables,Loglinear models, the results of
the UDS
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