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OZET

Yapay zekanin bir alt alan1 olan dogal dil isleme, 6zellikle son yillarda giindelik yasam etkileyen birgok
{iriiniin ortaya ¢tkmasini saglamistir. insan dilini 6grenerek makinenin insanla etkili bir sekilde iletisime
gecmesini saglamak tizere gelistirilen dogal dil igsleme teknikleri, yalnizca dilbilimde degil, ¢eviribilim
alaninda da paradigma degisikliklerine neden olmustur. Makine gevirisi sistemleri, otomatik 6zetleme
araglari, terim yonetim sistemleri, metin diizenleme ve diizeltme uygulamalar1 gibi ¢eviriye yardimci
araglar, dogal dil isleme teknikleriyle tasarlanmistir. S6z konusu araglar, yapay zeka alanindaki
gelismelerle paralel olarak siirekli giincellenmekte ve kullanici beklentilerine gore iyilestirilmektedir.
Dogal dil islemenin en temel ¢alisma alanlarindan biri makine g¢evirisidir. Dogal dil igsleme tabanl dil
modelleri, ¢eviri kalitesinin artirtlmasi i¢in siirekli olarak egitilmekte; baglama dayali bilginin sistem
isleyisine eklemlenmesiyle daha basarili sonuglar elde edebilmektedir. Bu ¢alisgmanin amaci, dogal dil
isleme araglar1 ve tekniklerinin glinliimiiz ¢eviri siirecindeki konumunu tartismaktir. Bu dogrultuda,
oncelikle dogal dil isleme kavramindan s6z edilecek ve dogal dil isleme uygulamalarinin g¢eviri
etkinligini nasil etkiledigi ilizerinde durulacaktir. Ardindan basta makine gevirisi teknolojileri olmak
tizere ¢evirmenler tarafindan kullanilan dogal dil isleme tabanli uygulamalar, ¢eviri odakli bir bakis
acistyla incelenmeye caligilacaktir.

Anahtar Sozciikler: Yapay Zeka, Dogal Dil Isleme, Makine Cevirisi, Otomatik Metin Ozetleme

ABSTRACT

Natural language processing (NLP), a subfield of artificial intelligence, has led to the development of
many products that affect everyday life, especially in recent years. Developed to learn human language,
NLP techniques that enable machines to communicate effectively with humans have led to a paradigm
shift not only in linguistics, but also in translation studies. Translation aids such as machine translation
systems, automatic summarization tools, terminology management systems, and text review and
proofreading applications have been designed with NLP techniques. These tools are continuously
updated and improved in parallel with user expectations and the developments in the field of artificial
intelligence. One of the most fundamental areas of NLP is machine translation. NLP-based language
models are continuously trained in order to improve translation quality, and more successful results can
be achieved by incorporating contextual information into the system functioning. The aim of this study
is to discuss the role of NLP tools and techniques in translating process. To this end, firstly, the concept
of NLP will be discussed and how NLP-based applications affect translation activity will be emphasized.
Then, NLP-based applications used by translators, especially machine translation technologies, will be
analyzed from a translation-oriented perspective.

Keywords: Artificial Intelligence, Natural Language Processing, Machine Translation, Automatic
Text Summarization
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Giris

En temel anlamiyla yapay zeka, insan zekasi gerektiren 6grenme, anlama, mantikli diigiinme,
gerekcelendirme ve sorun ¢ozme gibi bir dizi islemin makineler tarafindan nasil yerine
getirilebilecegini arastiran bir ¢alisma alanidir. Giiniimiizde yapay zeka caligmalar1 6nemli bir
ivme kazanmis; yapay zeka ile egitilen ara¢ ve robotlar giindelik hayatin birer pargasi
konumuna gelmistir.

John Rogers Searle (1980), felsefi bir bakis agisiyla yapay zekay: iki temel kategoride
smiflandirmistir. Bunlar, zayif yapay zeka (ing. weak Al) ve giiclii yapay zekadir (Ing. strong
Al). Zayif yapay zeka, insan tarafindan gerceklestirilebilen fiziksel ya da zihinsel iglemlerin
yapilmasina iliskin faydali ve bagarili uygulamalarin ortaya ¢ikarilabilecegini savunan goriistiir.
Ornegin, bir montaj hattinda ¢alisan robot kol veya bir resimde yer alan nesneleri ayirt edip
betimleyebilen yazilimlar zayif yapay zeka yaklagimi kapsaminda degerlendirilebilir. Giiglii
yapay zeka bakis agisina gore ise makineler insanlarla yarigabilecek hatta insan1 gegebilecek
diizeyde biligsel yetilere sahip olabilecektir. Yasadigimiz ¢agda giiglii yapay zeka yaklagimiyla
tasarlanmig bir iirlin ya da yazilimdan s6z etmek heniiz zor olsa da zayif yapay zeka iirtinleri
giindelik hayatimizda yer almaya; yasamimizi sekillendirmeye ve degistirmeye baglamistir.

Zayif yapay zeka yaklagimiyla {irlin tasariminin ardindaki en temel itki, insan zihninin
yikiinii azaltmaktir. Baz1 gorevlerini makinelere emanet eden insan, zevk aldigi etkinliklere
daha fazla zaman ayirabilir; ayrica islerin makinelere devredilmesi zihinsel bir rahatlamay1 da
beraberinde getirir. Insan dili ile ilgili gorevleri etkin bir sekilde yerine getirmek iizere
tasarlanmis dogal dil isleme uygulamalari da zayif yapay zeka iiriinleri olarak kabul
edilmektedir. insan dilini anlama ve insanla bilgisayar arasinda saglikli bir iletisim kurma
amaciyla gelistirilen dogal dil isleme, sohbet ve arama motorlar1 gibi glindelik hayatin birer
parcas1t durumuna gelmis olan bir¢ok yapay zekd uygulamasinin gelistirilmesini saglar.

Dogal dil isleme yaklagimlar1 ve ilgili sliregler sonucunda ortaya ¢ikan tiriinler, gliniimiiz
ceviri piyasasi ve ¢evirmenlerini de derinden etkilemistir. Dogal dil islemenin kullanildig:
alanlardan biri makine cevirisidir. Dogal dil isleme teknikleri, kaynak metnin dilbilgisi
yapisinin ve sOzciik dagarciginin belirlenmesi ile analiz edilmesinde yogun bir sekilde
kullanilir. Ayn1 zamanda erek metin tiimcelerinin olusturulmasi i¢in tiretimsel amacli olarak da
dogal dil isleme teknikleri uygulanir. Dogal dil islemenin makine ¢evirisi teknolojileri ile ¢eviri
stirecini dogrudan etkiledigi diisiiniilse de ¢evirmenin kullandig1 bir¢ok aracin tasarimi ve
gelistirilmesinde 1ilgili modellerin pay1 biytktir. Masaiistii ¢eviri yazilimlari, otomatik
Ozetleme araclari, terminoloji yonetim sistemleri, ¢eviri bellekleri ve yazim denetleyiciler
artalanlarinda dogal dil isleme yontemlerini kullanan ve ¢evirmenin is istasyonunda yerini
almis olan yazilimlardir. Cevirmenler, dogal dil isleme yazilimlarini daha kisa siirede ceviri
yapmak, daha az stresli bir ¢eviri silireci gecirmek ve daha kaliteli bir erek metin liretmek
amaciyla kullanirlar. Dogal dil isleme modelleri kullanilarak tasarlanmis g¢eviriye yardimci
araglar, cevirmenin daha hizli ¢eviri yapmasini saglayabildigi gibi; 6zellikle teknik alanda farkl
ceviri ¢oziimleri de sunabilir. Ornegin, terim yonetim araglar1 ¢evirmenin tiim ceviri siireci
boyunca terim tutarligini saglamasina yardimci olur. Metin kalitesine yonelik degerlendirme
araglar1 ise erek metnin okunabilirligi ile ilgili ¢oziimler sunar. Dolayisiyla, dogal dil isleme
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teknikleriyle gelistirilmis {riinler g¢eviri siirecine dogrudan ya da dolayli olarak katki
sunabilmektedir.

Hem genel kullanici hem de profesyonel kullanicilara hitap eden makine cevirisi
sistemleri, dogal dil isleme tabanli modellerin en popiileridir. Bu ¢alismada, o6zellikle
cevirmenler tarafindan kullanilabilecek dogal dil isleme uygulamalar1 6rneklerle betimlenmeye
calisilmistir. Calismanin temel amaglarindan biri, giiniimiizde yaygin sekilde kullanilan dogal
dil isleme araglar1 ve yontemlerinin ¢eviri odakli bir bakis agisiyla incelenmesidir. Calismanin
diger bir amaci ise, s6z konusu dogal dil isleme araglarinin ¢eviri siirecindeki konumu ve
islevselliginin sorgulanmasidir.

Ceviribilim alanyazininda gorece yeni bir kavram olan dogal dil isleme konusu
calismanm ilk boliimiinde detayli sekilde ele almacaktir. ikinci boliimde makine cevirisi
kavrami ve makine cevirisi tiirleri yazili ¢eviri uygulamalar1 baglaminda incelenecektir.
Uciincii béliimde, makine destekli sozlii ceviri kavrami ve otomatik konusma tanima
yaklagimlari irdelenecektir. Caligmanin dordiincii boliimiinde ise dogal dil isleme tabanli dijital
araglar kullanilarak gerceklestirilebilen otomatik metin 6zetleme ve 6zetleyerek ¢eviri islemleri
ele aliacaktir. Ayrica caligmada, dogal dil isleme ve ¢eviribilim arasindaki iligski vurgulanarak,
ilgili ara¢ ve yoOntemlerinin c¢eviri siirecine nasil entegre edilebilecegi betimlenmeye
calisilacaktir.

1. Dogal Dil Isleme Kavrammna Genel Bir Bakis

Dogal dil isleme (Ing. Natural Language Processing, NLP) konusuna deginmeden énce, “dogal
dil” kavramini tanimlamamiz faydali olacaktir. Dogal dil, bilgisayarlar tarafindan kullanilan
yapay diller veya programlama dillerinin aksine, insanlarin birbirleriyle iletisim kurmak igin
kullandiklar1 dil anlamina gelir. Dogal diller, giindelik konusmalarda kullanilan sézciikler ve
sOz obeklerini, dilbilgisi yapilarini ve dilsel oriintiileri igerir. Soren Stenlund (1990, ss. 5-6),
dogal dil kavraminin, “formel dil”! ve “yapay dil” ifadelerine karsit olarak kullamldigini ifade
eder. Dogal dilin olusum siireci, yapay ya da yapilandirilmis bir dilin olusturulma adimlarindan
oldukga farklidir ve dogal diller “formel diller” kategorisine girmez. Ancak, uygulamal1 alanda
dogal bir dil, sanki formel bir dilmis gibi ele alinir ve inceleme malzemesi olarak kullanilir.

Dogal diller ve formel diller arasindaki farklar1 6zetlememiz gerekirse, dogal bir dilin
dizgesel oldugunu; bi¢cim bilgisi, sozdizim ve anlam bilgisi gibi katmanlarin birbiriyle
etkilesimi sonucu ortaya ¢iktigini sdyleyebiliriz. Yapay ya da formel diller ise, s6zdizimi ve
dilbilgisi agisindan sinirlart iy1 belirlenmis kurallar yardimiyla “kesin ve net” bilesenler
icerecek sekilde tasarlanir (Scott, 2015). Dogal diller, herhangi bir planlama olmadan,

! Burada “formel dil” resmi dil ya da alana 6zgii dil anlaminda kullanilmamaktadir. Bilgisayar bilimlerinde “formel
dil”, bilgisayarlar, makine 6grenimi algoritmalar1 ve ilgili yapay zeka sistemleri tarafindan kullanilmak iizere
tasarlanmus bir dili ifade eder. Boylece makineler, bir dizi kat1 kural yardimryla, dogal dili (insan dili) isleyebilir,
anlayabilir ve dogal dille etkilesim i¢ine girebilir. Formel diller, programlama dillerini, bigimlendirme dillerini ve
ontolojileri icerebilir. Formel dillerin kullanimi, insanlar ve makineler arasinda tutarl bir iletisim kurulmasim
saglayarak, karmagik sistemlerin ve uygulamalarin tasarlanabilmesini miimkiin kilar. Formel diller, matematiksel
kesinlige dayal1 ve igerisinde dogal dillerdeki gibi anlam bulaniklig1 barindirmayan dillerdir.
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rastlantisal olarak olusur. Ancak, bu dillerin kendine 6zgii kurallar1 da vardir, 6rnegin belli bir
sOzciliglin bir kavrami anlamsal olarak karsilamasi i¢in dogal diller belirli ilkelere uyarlar.
Baslangicta s6z konusu sozciiglin, belirtilen kavrama atanmis olmasinin higbir nedeni yoktur.
Dogal dillerin aksine, formel diller, belirli kavramlar ifade etmek i¢in kullanilan ve 6zel olarak
gelistirilmis terimlerden olusan sozcilik dagarcigina sahiptir. Bu nedenle, formel dillerin ifade
giicii sinirlidir ve yalnizca belirli kavramlarla gorevleri ifade etmek i¢in kullanilirlar. Dogal
dillerde, ayn1 bilgi farkl sekillerde ifade edilebilir; bu agidan dogal diller konusucularina ¢ok
sayida yap1 ve sozciik sunar. Tiim dogal diller zaman iginde gelisir ve degisir, s6z konusu
degisimlerin de farkli nedenleri ve yontemleri vardir (Millward ve Hayes, 2012). Yapay diller
ise degismez yapida olup, bilgisayarlar tarafindan kolayca islenebilecek sekilde tasarlandigi
i¢in, insan ve makine arasinda daha verimli iletisim kurulmasina olanak tanir.

Dogal dil isleme, bilgisayar bilimleri, dilbilim ve yapay zekanin kesisim kiimesini
olusturan, disiplinler arasi yapiya sahip bir ¢aligma alanidir. Dogal dil verisinin islenmesi ve
analiz edilmesi amaciyla bilgisayarin nasil programlanabilecegini inceleyen bir disiplin olan
dogal dil islemenin nihai hedefi, dogal dilin tiim bilesenleriyle bilgisayar tarafindan
anlagilabilmesini saglamaktir. Dogal dil islemenin kullanicinin isini kolaylastirmak ve
bilgisayarla dogal dilde iletisim kurma istegine yanit vermek i¢in ortaya ¢iktigi da sdylenebilir.

Bir dil, bir dizi kural veya sembol kiimesi olarak tanimlanabilir. Semboller bir araya
getirilir ve bilgiyi aktarmak i¢in kullanilir. Bu semboller, kurallar tarafindan yonetilir. Dogal
dil isleme siiregleri temel olarak “dogal dilin anlagilmas1” ve “dogal dilin yeniden iiretilmesi”
olmak {izere iki kisma ayrilmaktadir (Khurana, vd., 2022). “Anlama” asamas1 dilbilimsel
bilesenlerden olusmakta olup, sesbilgisi, bi¢cimbilgisi, s6zdizim, anlambilgisi ve edimbilgisi
konularini kapsar. “Yeniden tiretme” adimi ise dogal dilde bir metnin olusturulmasini i¢erir. Bu
baglamda, dogal dil isleme alanindaki arastirmalar toplamda bes kategoride siniflandirilabilir:
(1) Dogal dilin anlasilmasi, (2) Dogal dilin yeniden iiretilmesi, (3) Konusma ya da ses tanima,
(4) Makine gevirisi, (5) Yazim ve dilbilgisi denetimi (Joseph, vd., 2016, s. 208).

Makine 6grenmesi ve derin 6grenme alanlarindaki gelismeler, dogal dil islemeyi olumlu
yonde etkilemis; genel dil modelleri olusturmak icin biiylik miktarlarda dilsel veriden
yararlanilmaya baglanmigtir. Bu tlir modeller, g¢esitli gorevleri yerine getirmek icin
kullanilabilen, otomatik konugsma tanima ve makine cevirisi gibi daha iist diizey islemlere
entegre edilebilen, bir dilin matematiksel temsilleridir (Fantinuoli, 2023). Dil modellerinin
kullanimina yd6nelik olarak verilebilecek en basarili 6rneklerden biri ise son donemde tiim
diinyada popiiler olan ChatGPT’dir?. ChatGPT, artalaninda GPT-3 ve GPT-4 dil modellerini
kullanan, ¢evrimigi erisilebilen ve sohbet icin 6zellestirilmis olan bir yazilimdir. Bu yazilim,
dogal dilde verilen kullanici girdilerine, yine dogal dilde yanitlar {iretebilmekte ve bdylece bir
diyalog ortaminin simiile edilmesini saglayabilmektedir.

Dogal dil isleme, glinlimiizde milyarlarca dolarlik bir endiistri haline gelmistir. Dogal dil
isleme c¢aligmalar1, sagliktan satis ve pazarlamaya kadar birgok sektorde devrim yaratma

2 https://chat.openai.com (Erisim tarihi: 20.05.2023)
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potansiyeline sahiptir. Dogal dil isleme, ayn1 zamanda siradan bir insanin her giin kullandig1
birgok dijital uygulamanin da bel kemigini olusturmaktadir. Microsoft Word ve Libre Office
gibi sozciik islemcilerden Google ve Yandex gibi arama motorlarina kadar birgok aracin
artalaninda dogal dil isleme mekanizmalar1 bulunmaktadir.

Dogal dil isleme yontemleri kullanilarak olusturulmus ve yaygin kullanim bulmus olan
baz1 uygulamalar; dilleraras1 g¢eviri sistemleri, sanal asistanlar®, arama motorlari, yapay zeka
tabanli yazma asistanlar1 ile yazim denetim araglari, otomatik tamamlama ve diizeltme araglari,
sohbet robotlari, otomatik igerik diizenleme sistemleri ve konusmanin metne doniistiiriilmesini
saglayan araclardir (Madill, 2022). S6z konusu uygulamalar, giinlimiizde oldukc¢a yaygin
kullannom bulmus; dijital ¢agin gereklerine ve kullanicilarin beklentilerine gore yeniden
sekillenmis ve giincellenmistir.

Dogal dil isleme kullanilarak gelistirilen araglar bir yandan bireylerin giindelik
yasamlariin bilesenleri haline gelmis; diger yandan 6zellikle dilbilim ve ¢eviribilim gibi dille
ilgili uzmanlik alanlarinda caligsan arastirmacilar i¢in hem birer inceleme nesnesi hem de farkl
metin tlirlerinde makine ¢evirisinin basariminin 6l¢iilmesi gibi belirli konularda gerceklestirilen
arastirmalarda kullanilan yardimci araglar olarak konumlanmistir.

Kisaca ifade etmek gerekirse, insan dilinin bilgisayarlar tarafindan islenmesini igeren tiim
stirecler dogal dil isleme kapsamina girmektedir. Bu nedenle ¢eviri ile ilgili tam ya da yari
otomatik sistemlerin de dogal dil isleme ¢alismalari ile dogrudan iliskisi vardir. Dogal dil isleme
ve ¢eviribilim, insan dilini; baska bir deyisle dogal dili kavrama ve anlamlandirma konusunda
ayni1 amaci paylasan birbiriyle iligkili iki alandir. Dogal dil isleme, dili inceleme ve yorumlama
amagh algoritmalar gelistirme gibi dilin hesaplamali yonlerine odaklanirken, ¢eviri etkinligi
kaynak dilde olusturulmus icerigin bilgi kayb1 olmaksizin, erek dile aktarimina yogunlasir.
Dogal dil isleme, otomatik g¢eviri sistemleri gelistirmek ve mevcut ceviri sistemlerinin
dogrulugunu ve verimliligini artirmak i¢in kullanildigindan, ¢eviribilim agisindan oldukga
onemli bir yere sahiptir. Sonraki boliimlerde dogal dil isleme yontemleri kullanilarak
olusturulmus ve ¢evirmenin is istasyonunda yerini almis olan bilesenlerden s6z edilecektir.

2. Ceviri Siireclerinde Kullanilan Dogal Dil Isleme Tabanh Sistemler

2.1. Makine Cevirisi Sistemleri

Bilindigi gibi makine ¢evirisi, algoritmalar kullanarak metni bir dilden digerine otomatik
sekilde cevirme igslemi anlamia gelmektedir. Dogal dil isleme ise bilgisayarlarin insan dilini
anlamasini, analiz etmesini ve liretmesini saglar; bu nedenle makine c¢evirisi sistemlerinin
gelistirilmesinde oldukca 6nemli bir rol oynar. Makine ¢evirisinin, dogal dil islemenin en zorlu,
en temel ve en gerekli gorevi oldugu bircok arastirmaci tarafindan ozellikle belirtilmistir
(Manning ve Schiitze, 1999, s. 463; Ma ve Tang, 2021, s. 211; Rothman, 2021, s. 343). Dogal

3 Dogal dille verilen komutlara uygun islevleri yerine getiren yazilim araglaridir. Ornegin, Google Asistan’a sorular
sorulabilir ve ondan belli bir gbrevi yerine getirmesi beklenebilir. Google Asistan su anda Tiirkgenin de iginde
bulundugu 30 dilde sesli komutlar1 algilayabilmektedir.
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dil isleme, makine gevirisi siirecinde sisteme yiiklenen kaynak metni; sozciikler, sz dbekleri
ve tlimceler gibi daha kiigiik bilesenlere ayirmak ve ardindan metnin anlamini belirleyebilmek
amaciyla bu bilesenleri analiz etmek i¢in kullanilir. Bu siire¢, konugma pargasi etiketleme,
ayristirma, anlamsal analiz ve duygu analizi gibi ¢esitli alt gorevleri igerir.

Makine cevirisi sistemlerinde bir kaynak metni, belirlenen erek dile aktaran modeller
olusturmak i¢in de dogal dil isleme teknikleri kullanilir. Bu modeller, dil oriintiilerini ve olasi
ceviri birimlerini belirlemek ic¢in kural tabanli yaklasimlari, istatistiksel yontemleri ve sinir
aglarin1 kullanabilir. Paralel metinlerden olusan biiyiik derlemlerle egitilen modeller, farkli dil
ciftlerinde birbirleriyle hizalanmis kaynak ve erek metin birimlerini igerir.

Dogal dil isleme ayn1 zamanda makine gevirisi ¢iktisi iizerinde diizeltilerin yapilmasina
iliskin asamay1 olusturan art diizenleme (Ing. post-editing) siirecinde de gorev alabilir. Art
diizenleme, erek metindeki hatalarin belirlenmesini ve diizeltilmesini kapsar; dolayisiyla, insan
cevirmenlere yardimel olmak amaciyla, art diizenleme siirecinde dogal dil isleme teknikleri
kullanilabilir. Ornegin, bir makine cevirisi sistemi dilbilgisi agisindan dogru; ancak anlamsal
acidan sorunlu olan bir tiimce {iretebilir. Bu tiir durumlarda dogal dil isleme, hatalarin
belirlenmesine ve diizeltilmesine yardimci olur. Kisaca ifade etmek gerekirse, bilgisayarlarin
insan dilini anlamasin1 ve liretmesini saglayan dogal dil isleme kapsaminda, makine tarafindan
iretilen erek metinlerin kalitesini ve dogrulugunu artirmaya yarayan yontemler de
gelistirilmektedir.

Makine cevirisi sistemlerinin kullanicilari temelde iki kategoriye ayrilabilir:

¢ Genel Kullanicilar: Belirli bir konuda mesleki ve uzmanlik bilgisi olmayan, toplumun
farkl1 ekonomik ve sosyal kesimlerinden gelen, egitim diizeyleri birbirlerinden farkl
olan genis bir kitleyi temsil eden kullanicilardir. Bu kullanicilar ayn1 zamanda “ag
toplumu”nun birer ferdidir. Manuel Castells (2004, s. 3) ag toplumunu, “mikro-
elektronik tabanl bilgi ve iletisim teknolojilerini temel alan aglardan olusan toplum”
olarak tamimlamistir. Bir baska deyisle, “ag toplumu”, is, iletisim ve yonetisim amaclari
dogrultusunda kiiresel aglari kullanan bir toplumu ifade eder (Anderson, 2014, s. 156).
Cogunlukla {icretsiz olarak kullanilabilen ¢evrimi¢i makine cevirisi sistemleri, ag
toplumu tarafindan kullanilmakta, bireyler bilmedikleri bir dilde yazilmis metinlerin ne
demek istedigini boylece anlayabilmektedir. Internet erisimi olan tablet, akill1 telefon,
bilgisayar gibi teknolojik araglara sahip kullanicilar makine c¢evirisi sistemlerinden
rahatlikla yararlanabilmektedir. Son donemde gelistirilen mobil uygulamalarla, kaynak
metni 1lgili platforma yazmak ya da kopyalamak gerekmeden, akilli telefonun dogrudan
kaynak metin iizerine tutulmasiyla da ¢eviri gergeklestirilebilmektedir. Ayrica, makine
cevirisi sistemleri icerdikleri ses tanima 6zelligi ile kaynak dilde seslendirilen tiimceleri
yazili ve sozlii olarak erek dile aktarabilmektedir. Sonug olarak, dijital okuryazar olan
ve gerekli teknik ekipmana sahip tiim kullanicilar makine ¢evirisi sistemlerini amaglari
dogrultusunda verimli bir sekilde kullanabilir. Bu sistemler, genel kullanicilar
tarafindan c¢ogunlukla yabanci dildeki metnin “ne demek istedigini” anlamak i¢in
kullanilir. Bu nedenle, genel kullanicinin makine c¢evirisi sistemlerinden beklentisi
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kaliteli bir ceviriden ziyade, metnin igerigi hakkinda bilgi sahibi olmalarin
saglayabilecek yeterli bir geviridir.

e Uzman Kullanicilar: Bu kategorideki kullanicilar, mesleki ve teknik yeterlige sahip,
belirli uzmanliklar1 bulunan ve 6zel alan bilgisi olan kisilerdir. Makine c¢evirisi
sistemlerini  kullanim amaglarmma gore, uzman kullanicilar1 gruplara ayirmak
muimkiindiir. Bu sistemleri yaygin olarak kullanan uzman kullanicilarin basinda
profesyonel ¢cevirmenler ve ¢eviribilim 6grencileri gelmektedir. Gliniimiizde ¢evrimigi
makine cevirisi sistemleri, masaiistii ve bulut tabanli yardimci araglara kiyasla daha
fazla kullanilmaktadir. Bu durumun temel nedenleri ise, makine ¢evirisi sistemlerinde
bir ¢eviri bellegine gereksinim duyulmamasi, sistemlerin otomatik ¢eviri yapmasi,
sistemden olduk¢a hizli sonuglar alinabilmesi ve ¢ogu makine ¢evirisi yaziliminin
icretsiz olmasidir. Daha fazla miktarda dilsel materyali daha kisa siirede c¢evirme
olanagi sunan sistemler, kullanic1 dostu arayiizleriyle ¢evirmenin is istasyonunda yerini
almistir. Cevirmenler yaninda, makine g¢evirisi sistemlerinin gelistirilmesinde gorev
alan hesaplamali dilbilim uzmanlari, bilgisayar ve yazilim miihendisleri ile bilisim
alaninda ¢aligmalar yapan uzmanlar bu sistemleri etkin sekilde kullanmaktadir. Ayni
zamanda, tip, hukuk, miihendislik gibi 6zel alanlarinin mensubu olan profesyoneller de
makine cevirisi sistemlerinden yararlanmaktadir. Ornegin, muayene esnasinda bir
doktor, dil engeli ile kars1 karsiya kalabilir ve ortamda profesyonel bir tercliman da
yoksa, anamnez almak ve hasta Oykiisiinii netlestirmek, klinik bir taniy1r gézden
gecirmek veya Onerilen tedavi planini yeniden ifade ederek, hastanin siireci anlamasini
kolaylastirmak i¢in makine gevirisi sistemleri kullanilabilir (Randhawa, vd., 2013, ss.
382-383). Doktorlar, ayrica hastalart makine cevirisi sistemine yonlendirerek, sistem
aracilifiyla soru sormaya veya sorulara yanit vermeye tesvik edebilir. Uzman
kullanicilar, genel kullanicilardan farkli olarak, makine g¢evirisi sisteminden kaliteli,
islevsel ve kabul edilebilir bir ¢eviri beklerler. Bu nedenle, uzman kullanicilarin yer
aldig1 makine gevirisi siireglerinde 6n diizenleme ve art diizenleme gereksinimi daha
fazladir.

Makine cevirisi sistemleri siirekli olarak giincellenmekte ve gelistirilmektedir. Bu
yazilimlarin pazar pay1 2020 yilinda 650 milyon dolar1 bulmustur. 2027 yilina gelindiginde ise,
makine cevirisi pazarmin 3 milyar dolar1 asacagi ongériilmektedir®. Tiim yatirimlarm nihai
amac1, makine cevirisi sistemlerinin daha kaliteli erek metinler iiretebilmesidir. Sistemler, yeni
ve daha kapsamli 6zelliklerle donatildikca, insan eliyle gerceklestirilen diizeltilere gereksinim
de azalmaktadir. Makine cevirisinin tarihsel gelisimine bakildiginda, baslangic noktasi
(1950ler) ile giiniimiiz arasinda ¢iktinin bagsarimi agisindan oldukga biiyiik bir fark bulundugu
aciktir. Dogal dil isleme yontem ve modellerinin gelisimine paralel olarak makine g¢evirisi
sistemleri evrilmis ve gelismis, c¢iktilar insan tarafindan dretilen c¢evirilerin basarimina
yaklagmistir. Giintimiizde dogal dil islemenin bir alt alani olarak kabul edilen makine

4 https://www.transperfect.com/blog/evolving-machine-translation-and-translation-memory-landscape-life-
sciences (Erigim tarihi: 20.05.2023)
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cevirisinin tim tiirlerinde farkli teknikler kullanilmaktadir. Makine ¢evirisi tiirlerini asagidaki
sekilde agiklayabiliriz:

2. 1. 1. Kural Tabanh Makine Cevirisi Sistemleri

Kural tabanli makine ¢evirisi (Ing. Rule-Based MT), en ilkel mod olarak kabul edilir. 1950l
yillardan 1980lere kadar kullanilan makine ¢evirisi sistemlerinin olusturulmasinda kullanilan
yontemler kural tabanlidir. Kural tabanli makine cevirisinde, kaynak ve erek dilin dilbilgisi
yapilar1 dikkate alinarak geviri yapilir. Bu sistemlere kural tabanli denilmesinin nedeni ise,
“kaynak dilden erek dile ¢eviri yapilabilmesini miimkiin kilmak i¢in manuel olarak gelistirilen
bir dizi kural araciligtyla yeniden yapilandirma gercevesinin olusturulmasidir” (All Languages
Ltd., 2016, s. 5). Sistemlerin arka planinda yazim denetleyiciler, tek dilli, ¢ift dilli sdzliikler ve
sozliik¢eler bulunmaktadir. Kural tabanli makine gevirisi, biiyiik oranda ilgili dil ¢iftlerine 6zgii
sozliiklere bagl olarak calistigindan, ¢iktida s6zdizimi agisindan ve anlamsal diizeyde hatalar
ortaya ¢ikabilir. Bu nedenle, kural tabanli makine gevirisi sistemlerinden kaliteli bir ¢eviri elde
edilmesi yogun bir diizeltmenlik ¢abasina baghdir. Belli dil ¢iftleri ve 6zel alanlara yonelik
olarak tasarlanmig farkli araglar da sistemlere entegre edilebilir. Ancak, bir dil ¢ifti ya da alan
icin tasarlanmis bir arag¢ baska dil ¢iftleri ve 6zel alanlarda ise yaramayacaktir.

Kural tabanli sistemlerde, temelde alt1 bilesen bulunur. Kaynak dil tabanli morfolojik
¢coziimleyici; kaynak dildeki sozciikleri ¢ozliimler ve bu sozciiklere iliskin morfolojik veriler
sunar. Kaynak dil tabanli ayristiric1 ise, kaynak dil tiimcelerini analiz eden sdzdizimi
coztimleyicisidir. Cevirici, kaynak dildeki sdzctigii erek dile aktarir. Erek dil tabanli morfolojik
iiretici, kendisine sunulan dilbilgisi veri tabanini kullanarak uygun erek dil bilesenlerini {iretir.
Erek dil tabanli ayristirici, uygun bulunan erek dil tiimcelerinin derlenmesinden sorumludur.
Son olarak, sozliikler kullanilir. Kural tabanli sistemlerin artalaninda kullanilan sozliikleri tice
ayirmak miimkiindiir. Morfolojik analizin basarili bir sekilde gergeklestirilmesi i¢in kaynak dile
ozgi tek dilli bir sozliik, kaynak dil tabanli morfolojik ¢oziimleyici tarafindan kullanilir. Cift
dilli bir sozliik, kaynak dildeki sozciikleri erek dile aktaran g¢evirici tarafindan kullanilir. Erek
dile 6zgii tek dilli sozliik ise, erek dilde dogru sozciiklerin {iretilebilmesi icin erek dil tabanh
morfolojik iiretici tarafindan kullanilir (Hettige ve Karunananda, 2011).

Dilbilimsel kesinlikte tasarlanmis olmalarina ragmen, kural tabanli makine cevirisi
sistemlerinin bazi kisitlar1 mevcuttur. Oncelikle, cevrilmesi gereken metin miktari arttik¢a ve
farkli 6zel alanlarda metinlerin ¢evrilmesi gerektikce, artalanda c¢alisan sozliikler yetersiz
kalabilmektedir; yeni ve kapsamli sozliiklerin tasarlanmasi ise hem zahmetli hem de masrafl
bir istir. Dilbilgisi verilerinin sistemlere cogunlukla manuel olarak girilmesi gerekmektedir, bu
durum da dilbilimciler lizerinde biiyiik bir is yilikii olusturmaktadir. Ayn1 zamanda, belli metin
tiirlerine yonelik dilbilgisi ve sozciik tabanli kaynaklarin olusturulmasi uzun bir arastirma
stirecini gerektirmektedir. Kural tabanl bir sistemde kiiltiire 6zgii unsurlarin, deyimlerin ya da
metaforik ifadelerin ¢evrilmesi zordur. Baglamdan ziyade, tekil olarak sozciiklerin ¢evirisi 6n
plandadir. Bu nedenle, anlamsal diizlemde kaliteli makine c¢evirisi ¢iktilar1 kural tabanli
sistemlerle iiretilememektedir.
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2. 1. 2. Ornek Tabanh Makine Cevirisi Sistemleri

Ornek tabanli makine cevirisi (Ing. Example-Based MT) sistemleri genellikle 19801i yillardan
1990lara kadar kullanilmistir. Bu yontemde sistem, karsilagtigi yeni tiimceleri daha Once
cevrilmis drneklere benzeterek cevirmeyi 6grenir. Ornek tabanli yaklagim, kaynak dildeki her
bir tiimcenin erek dildeki cevirisiyle eslestirildigi iki dilli tiimce ciftlerinden olusan bir veri
tabanina dayanir. Sistem, yeni tiimcelerin nasil ¢evrilecegini 6grenmek i¢in veri tabanindaki
tlimce ¢iftlerini bir bagvuru derlemi olarak kullanir. Bu yoniiyle 6rnek tabanl sistemler, geviri
belleklerini andirmaktadir.

Kaynak dilde ¢evrilmesi gereken yeni bir tiimceyle karsilagtiginda sistem, veri tabaninda
yer alan benzer tiimceleri arar ve bunlari uygun bir ¢eviri iiretmek i¢in kullanir. Bagka bir
deyisle, kaynak tlimceyi veri tabanindaki her bir tlimce ile benzerlik puanlarina gore
karsilastirarak, en benzer tiimceleri secer. Sistem sonraki adimda ise, veri tabaninda yer alan en
benzer kaynak tiimcenin ¢evirisini seger ve bu geviriyi ¢evrilmesi istenen tlimceyle uyumlu hale
getirir.

Kural tabanli sistemlerle karsilagtirildiginda daha basarili sonuglar vermesine ragmen,
ornek tabanli makine cevirisinin bazi kisitlar1 bulunmaktadir. Oncelikle, sistemler arka plandaki
veri tabanina tam anlamiyla bagimlidir ve veri tabaninin kalitesi ile boyutu sistemin ¢eviri
kalitesini 6nemli dlgiide etkiler. Veri tabani kiiciikse veya ¢evrilecek metin tlirlinden az sayida
ornek igeriyorsa, sistemin basarimi diisebilir. Ayrica g¢alisma sistemi, benzetim (analoji)
yontemine dayali oldugundan, yeni ifadeler ya da karmasik tiimce yapilari ile karsilastiginda
anlamsal agidan sorunlu makine ¢evirisi ¢iktilari olusturabilir.

2. 1. 3. Istatistiksel / Derlem Tabanh Makine Cevirisi Sistemleri

199011 yillardan itibaren istatistiksel / derlem tabanli makine gevirisi (Ing. Statistical / Corpus-
Based MT) yontemleri denenmeye baslanmistir. Bu yontemler, dogal dilin gevirisi siirecine
“makine Ogrenmesi sorunu” olarak yaklagir. Gliglii bir bilgisayar, istatistiksel olarak
olusturulmus mantig1 nasil uygulayacagini 6grenebilir, boylece ilgili dildeki bir dizi kaynak
metin, erek dilin yapisal ve anlamsal Ozelliklerine gore tasarlanmis bir dizi sozciige
doniistiiriilebilir (All Languages Ltd, 2016). Istatistikler, maksimum olasilik modellerine
dayanir, istatistiksel modeller ise tek ve cift dilli metin derlemlerinden elde edilen verilerle
olusturulur. Kural tabanli sistemlerde manuel olarak girilmesi gereken bir¢ok dilsel veri varken;
istatistik tabanl sistemler, 6grenmelerini derlemler {izerinden gergeklestirir. Makine tarafindan
okunabilen ve isaretlenebilen bir¢cok paralel derlem bulunmaktadir. Paralel metin yiginlar
kullanilarak dilsel oriintiiler belirlenmeye ¢alisilir, ¢eviri ¢éziimlerine de istatistiksel olarak
ulasilir. Istatistiksel makine gevirisi modellerinin egitilmesinde gercek metinlerden olusan
paralel derlemler kullanilir.

Avrupa Parlamentosu’na ait belgelerden olusan Europarl Derlemi paralel derlemlere
ornek olarak verilebilir. Bu derlem, 1996 yilindan beri hazirlanan Avrupa Parlamentosu
tutanaklarin1 igerir. Derlem, Avrupa Birliginin 21 resmi dilinde (Fransizca, Italyanca,
Ispanyolca, Portekizce, Rumence, Ingilizce, Felemenkge, Almanca, Danca, isvegce, Bulgarca,
Cekge, Lehge, Slovakea, Slovence, Fince, Macarca, Estonca, Letonca, Litvanca ve Yunanca),
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her bir dil i¢in 30 milyon s6zctigii asan dilsel veri sunar. Europarl, istatistiksel makine ¢evirisi
sistemlerinin gelistirilmesi i¢in yogun bir sekilde kullanilmistir. Philipp Koehn, istatistiksel
makine cevirisi sistemlerinde kullanilacak bir paralel derlemin tasarim siirecini bes adimda
aciklar: (1) ham verilerin elde edilmesi (6rnegin genel ag taramalari), (2) paralel metin
boliimlerinin ayiklanmasi ve eslestirilmesi (belge hizalama asamasi), (3) metnin tiimcelere
ayrilmasi (timce bdliimleme), (4) istatistik tabanli makine ¢evirisi sistemi i¢in derlem
hazirlanmas1 (normallestirme, boliitleme), (5) bir dildeki tiimcelerin, erek dil karsiliklariyla
hizalanmas1 (2005, ss. 79-86).

Istatistiksel makine cevirisi sistemleri, tek dilli ve cift dilli derlemlerin analizini temel
alarak c¢alisir. Analizler sonucunda, g¢evirinin gerceklestirilmesi igin istatistiksel modeller
olusturularak, en uygun kaynak dil karsiliginin sistem tarafindan kullaniciya sunulmasi
amaciyla istatistiksel agirliklar hesaplanir. Gergek paralel metinlerle ¢alisildigindan, makine
baglam bilgisini de belli l¢lide 6grenir. Bu nedenle, bu sistemler, kural tabanli sistemlere gore
daha akici ve anlama dayali makine cevirisi ¢iktilar liretebilir. Bu da diizeltmenlik ¢abasini
azaltmaktadir. 2.1.2°de deginilen 6rnek tabanli makine cevirisi sistemleri ile istatiksel makine
cevirisi sistemleri arasindaki temel fark ise, Ornek tabanli sistemlerin c¢eviri 0rneklerinden
olusan bir veri tabanina dayanmasi, istatistiksel makine ¢evirisinin ise ¢evirileri olusturmak i¢in
mevcut ceviri orneklerinden ¢ikardigi istatistiksel modelleri kullanmasidir. Olasilik tabanl
calistigindan, istatistiksel makine ¢evirisi hatali da olsa mutlaka bir ¢eviri ¢6zliimii sunabilirken;
ornek tabanli sistemler art alanlarinda yer alan derlemlerde kaynak metne benzer yapilar mevcut
degilse, herhangi bir ¢eviri ¢oziimii sunamayabilir.

Istatistiksel makine cevirisi sistemlerinin en &nemli dezavantajlarindan biri egitim
materyali olarak kullanilacak olan derlemlerin tasarim maliyetlerinin oldukca yiiksek olmasidir.
Ayni zamanda, derlem tasarimi silirecinde yazilim uzmanlart ve dilbilimciler birlikte
caligmalidir. Bir diger dezavantaj ise, derlemlerin dil-bagimli olmasidir. Bagka bir deyisle,
makine tarafindan 6grenilen ve belli bir dil ¢ifti i¢in gegerli olan dilsel bilgi, diger diller i¢in
gecerli olmayabilir. Artalanda egitim materyali olarak yer alan derlemler hangi dil ciftlerinde
daha fazla ise, o diller arasinda yapilan geviriler daha basarilidir. Diinya ¢apinda en az 300
milyon kisi tarafindan konusulan Ingilizce, Cince ve Ispanyolca gibi diller yaygin/major dil
olarak adlandirilir. Yaygin diller ayn1 zamanda bilim, teknoloji ve ticarete de yon veren
dillerdir. Bu diller dilsel kaynak/materyal bakimindan da oldukc¢a zengin olup, paralel
derlemlerini olusturmak daha kolaydir. Ornegin, istatistiksel bir makine gevirisi sisteminde
Ingilizce-Ispanyolca dil ifti arasinda geviri yapmak igin yeterli biiyiikliikte derlem mevcuttur,
bdylece makine cevirisi sistemi gerekli dilsel yapilar1 rahatlikla 6grenir ve daha bagarili bir erek
metin iiretebilir.

Diinya niifusuyla kiyaslandiginda, oransal olarak daha az konusulan dillere ise azinlik
dilleri/minor diller ad1 verilir. Giirciice, Yunanca, Bulgarca gibi diller azinlik dillerine drnektir.
Bu diller “kaynaktan yoksun diller” olarak da adlandirilir, bir baska deyisle, bu dilleri iceren
bliylik boyutta paralel derlemler olusturmak olduk¢a zordur. Bu nedenle, azinlik dillerini
kapsayan istatistiksel makine gevirileri, yaygin diller arasinda gergeklestirilen ¢eviriler kadar
basarili olamaz. Ayni nedenle, yani yeterli dilsel materyalle 0grenmelerini
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gergeklestiremediklerinden, istatistiksel sistemler, dil ¢iftlerinden biri minér dil, digeri ise
major dil oldugunda yine akici geviriler iiretemez. Ozellikle major bir dilden mindr bir dile
ceviri anlamsal diizeyde hatali ¢iktilar verebilir. Dolayisiyla, istatistiksel makine gevirisi
sistemlerinde diizeltmenlik ¢abasi dil ¢iftine baghdir ve major diller arasinda gergeklestirilen
cevirilerde, diizelti gereksinimi gorece diisiikken; mindr diller s6z konusu oldugunda makine
cevirisi ¢iktisi lizerinde daha fazla art diizenleme yapmak gerekebilir.

2. 1. 4. Sinir Ag1 Tabanh Makine Cevirisi Sistemleri

Sinir ag1 tabanl makine cevirisi (Ing. Neural MT), en gelismis makine gevirisi yaklasimi olarak
kabul edilir. 2015 yilindan giiniimiize kadar gecen siirecte sinir ag1 tabanl sistemler 6nemli
gelismeler kaydetmistir. Bu sistemlerde, genellikle tam bir tiimce seklinde olan bir sézciik
dizisinin kaynak metnin en olas1 ¢evirisi olarak belirlenmesi amaciyla biiyiik bir yapay sinir
agmin kullanildig1 bir geviri yaklasimi benimsenir. Istatistiksel makine cevirisi sistemlerinin
gelistirilmesi i¢in daha fazla bellek kaynagina ve zamana gereksinim vardir. Oysa, sinir ag1
tabanli makine ¢evirisi, ¢eviri basarimini en st diizeye ¢ikarabilmek i¢in tiim bilesenlerini
(sinir ag1 katmanlari) ugtan uca egitir. Sinir ag1 tabanli sistemleri egitmek igin, 6ncelikle bir
yapay sinir ag1 olusturulur. Bu agin bilesenleri, tipki bir insanin sinir hiicreleri gibi, birbirlerine
icsel olarak baglanmis yazilimsal sinir hiicrelerinden olusur. Sisteme verilen kaynak ve erek
metin tiimcelerine bagli olarak, sinir ag1 icerisindeki agirliklar devamli olarak giincellenir ve
boylece artalandaki tiim egitim materyali kullanildiginda sinir ag1, ¢eviriyi gergeklestirebilir
duruma gelir. Sinir ag1 tabanli sistemler, gelismislik diizeyleri ile geleneksel makine g¢evirisi
yazilimlarini geride birakmugtir.

Istatistiksel makine cevirisi sistemi olarak hayatina baslayan Google Ceviri de 2016
yilindan beri sinir ag1 tabanli bir sistem olarak c¢alismaktadir. Alanyazinda oldukc¢a yeni bir
kavram olan sinir ag1 tabanli makine ¢evirisi sistemlerinin ¢alisma mantigini somutlagtirmak
i¢in, sifir atimli ¢eviri (Ing. zero-shot translation) ve aradilden ceviri (Ing. pivot translation,
interlingua) kavramlarin1 a¢ikliga kavusturmak gerekir. Aradil ya da koprii dili (Ing. pivot
language) bir dilden diger dile ¢eviri yapilirken kullanilan yapay ya da dogal dildir. Makine
cevirisi sistemlerinde kaynak ve erek dilde makine 6grenmesini saglayacak kadar dilsel veri
yoksa aradil kullanimiyla geviri gerceklestirilebilir. Ornegin, kaynak dil Bulgarcadan erek dil
Giirciiceye ceviri yaptigimizi diisiinelim. Her iki dil de minér dil statiisiinde oldugundan ve
sistem artalaninda makine Ogrenmesini saglayabilecek biiyiikliikkte paralel derlem
bulunmadigindan, “Ingilizce” aradil olarak kullanilarak makine cevirisi gerceklestirilebilir. Bu
durumda, makine cevirisi sistemi tarafindan Bulgarca kaynak metin 6nce Ingilizceye gevrilir;
ardindan iiretilen Ingilizce metin ise erek dil Giirciiceye ¢evrilir. Aradilden ceviri, geleneksel
ceviri siireclerinde oldugu gibi makine gevirisi sistemlerinde de bilgi kayiplarina, hata ve
belirsizliklere neden olabilir.

Sinir ag1 tabanl sistemlerin gelisimiyle birlikte sifir atimli ceviri kavrami ortaya
atilmistir. Kaynaktan yoksun dilleri igeren c¢eviri slireglerinde, istatistiksel makine gevirisi
sistemleri gibi sinir ag1 tabanli makine ¢evirisi sistemlerinin de zorlandig1 goriilmiistiir. Cok
dilli sinir ag1 tabanli makine gevirisi yaklasimlar1 son yillarda gelistirilmeye baglanmis ve sifir
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atiml1 ¢eviri yaklagimi giindeme gelmistir. Sifir atimli geviri (Johnson, vd., 2017, ss. 339-351),
sistemin, egitim materyalleri igerisinde hi¢ karsilasmadigi dil kombinasyonlar1 arasinda ¢eviri
yapabilmesini saglayan bir modeldir. Ornegin, Tiirkceden Bulgarcaya yapilacak bir geviride,
Tiirkce — Bulgarca dil ¢iftinde yeterince paralel metin yoksa bu durum sistem basarimini
olumsuz yonde etkilemez, ¢iinkii bircok baska dilden O6grenme materyali sistem iginde
mevcuttur ve dilden bagimsiz olarak ¢ok sayida dil ¢iftinde bu materyaller kullanilir.

Sifir atimhi geviri yaklasim birgok calismada test edilmistir. Italyanca-Rumence dil
ciftinde sifir atimli yéntemin basarimini 6l¢gmek icin yapilan bir calismada Rumence, Italyanca,
Almanca, Hollandaca ve Ingilizceyi iceren ¢ok dilli bir veri taban1 olusturulmustur. Calismaya
dahil edilen tiim dillerin Ingilizce ile paralel derlemleri bulunmaktadir. Deneysel ¢alismalar
sonucunda, ¢ok dilli sinir ag1 tabanli makine c¢evirisi sisteminde kullanilan tekrarlamali
yontemin, ¢eviri yonl fark etmeksizin sifir atimli c¢eviride daha kaliteli sonuglar verdigi
goriilmiis; bu yontemin aradilden ¢eviri kullanilarak yapilan makine cevirisi sistemlerinden de
bagarili oldugu gozlemlenmistir (Lakew, vd., 2018). Sifir atimli ¢eviri yontemini kullanan sinir
ag1 tabanli makine c¢evirisi sistemleri gorece daha basarili ve erek odakli c¢iktilar
iiretebildiginden art diizenleme ¢abasi da diger sistemlere gore daha diisiiktiir. Bu nedenle, bu
sistemler, 6zellikle hesaplamali dilbilim alaninda bir paradigma degisimine neden olmustur.
Cevirmenlerin de makine ¢evirisi sistemlerine giliveni artmis, bu sistemler g¢evirmenler
tarafindan yogun bir sekilde kullanilmaya baslanmaistir.

Giintimiizde en sik kullanilan iki makine ¢evirisi sistemi olan Google Ceviri ve Yandex
Ceviri sinir ag1 tabanl yapilar kullanmaktadir. Ancak, Yandex Ceviri sinir ag1 tabanli makine
cevirisi yaninda, istatistiksel makine ¢evirisi sistemlerinden de yararlanarak karma (hibrit) bir
modelle ¢alismaktadir. “Iki model bir modelden daha iyidir” sloganiyla hareket eden Yandex
Ceviride, kullanic1 ¢evrilecek metni platforma girer girmez, metin hem istatistik hem de sinir
ag1 tabanli sistemlere génderilir. Her iki sistemden elde edilen sonuglar, CatBoost® adli makine
ogrenmesi yontemine dayali bir algoritma ile degerlendirilir. Algoritma, tiimce uzunlugundan
sozdizimine kadar bir dizi unsuru analiz eder. Ornegin, kisa ifadeler ve nadir kullanilan
sozciikler istatistiksel model tarafindan daha iyi gevrilir. iki ceviri tiim bilesenler agisindan
karsilastirilir ve kullaniciya en iyi olan1 gosterilir.

Sanilanin aksine, makine gevirisi siireci tam otomatik bir siire¢ degildir. Gerek kaynak
gerekse de erek metin lizerinde diizeltiler gerceklestirecek olan uzmanin, kullanilan makine
cevirisi sisteminin yeterli ve zayif yonlerini bilmesi gerekmektedir. Bu baglamda, farkli makine
cevirisi sistemlerinin 6zelliklerinin bilinmesi, makine ¢evirisinin tarihsel gelisimine yonelik
bilgi sahibi olunmasi ve makinenin “nasil diisiindiigliniin” kavranmasi daha saglikli bir
diizenleme siirecini de beraberinde getirecektir. Cevirmenlerin makine g¢evirisi sistemlerinin
calisma manti§in1 anlamasi, basarili erek metinlerin olusturulmasi i¢in 6nem tagimaktadir.
Ancak, sinir ag1 tabanl sistemler her ne kadar teknik alan icin gerek baglamsal gerekse de
terminoloji diizeyinde basarim saglayabilse de g¢evirmenlerin makine c¢evirisini yalnizca

S https://yandex.com/dev/cathoost/ (Erisim tarihi: 20.05.2023)
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“cevirmene yardimci arag” olarak gérmesi ve makine cevirisi ¢iktilarini sorgulayarak gerekli
diizeltileri yapmasi oldukga 6nemlidir.

Giliniimlizde makine c¢evirisi lizerine c¢alisan arastirmacilar aym1 zamanda makine
cevirisinin genel kullanic1 tarafindan da verimli bi¢cimde kullanilabilmesi igin c¢aba
sarfetmektedir. Ornegin, Ottowa Universitesi ceviribilim boliimiinde gérevli olan Lynne
Bowker, “Makine Cevirisi Okur Yazarlig1 Projesi” (Ing. Machine Translation Literacy
Project)’ni hayata gegirmistir. Bowker, projenin amacini “gevirmen olmayan kisilerin bilingli
birer makine ¢evirisi sistemi kullanicis1 olmasina yardimeir olmak™ olarak agiklamaktadir.
Avrupa Birligi tarafindan hayata gegirilen bir proje olan MultiTraiNMT’ nin amaci1 da AB
bilinyesindeki ¢ok dilli vatandaslarin daha bilingli makine cevirisi sistemi kullanicilar
olmalarina destek olmaktir (Bowker, 2022).

Makine cevirisi sistemleri alan bazli ve kullanic1 odakli olarak da tasarlanabilmektedir.
Kullanic1 beklentilerinin 6n plana alindigi yapida tasarlanan sistemlerin temel amaci
kullanicilarin ¢eviri deneyimini iyilestirmektir. Bu sistemlere “6zel amagl sistemler” ve
“konusma cevirisi sistemleri” drnek olarak verilebilir (Ping, 2011, ss, 164-165). Ozel amagh
sistemler, belli bir uzmanlik alaninda kullanim igin tasarlanmistir. Ornegin, Kanada’da
yayinlanan meteoroloji biiltenlerinin Ingilizce-Fransizca dil ¢iftinde gevirileri icin hazirlanmus
bir sistem olan METEO, 6zel amagli bir makine gevirisi yazilimidir. Konusma tanima, konugma
iiretme ve makine ¢evirisi teknolojilerini bir araya getiren ve kaynak dilde konusmay1 dogrudan
sesli olarak erek dile aktaran JANUS ise konusma ¢evirisi yapan makine g¢evirisi sistemlerine
ornek olarak verilebilir.

Dogal dil isleme yontemlerinin gelisimi ve buna bagli olarak sinir agi tabanh
yaklagimlarin yayginlagsmasi sonucunda, bircok makine c¢evirisi sisteminin tasariminda
ilerlemeler kaydedilmis; yeni sistemler hayata ge¢mistir. 500 milyonu askin kullanici say1s1® ile
gerek genel gerekse de uzman kullanicilar tarafindan glinlimiizde en fazla tercih edilen makine
cevirisi yazilimi1 Google Ceviri olsa da dzellikle uzman kullanicilar gérece yeni bir sistem olan
DeepL Translator’a yonelmistir. DeepL Translator’: yaygin kullanim bulmus diger makine
cevirisi yazilimlarindan ayiran bazi 6zellikler bulunmaktadir. Bu 6zelliklere deginilerek, dogal
dil isleme ve sinir ag1 tabanli modellerin makine g¢evirisi sistemlerinin tasariminda geldikleri
son noktanin incelenmesi 6nem tasimaktadir.

DeepL Translator, kaliteli ¢eviriler gergeklestirmek igin ileri diizey makine 6grenmesi
yontemlerini ve sinir aglarini kullanan ¢evrimigi bir ¢eviri hizmetidir. Platform, 2017 yilinda
Alman teknoloji sirketi DeepL GmbH tarafindan hayata gegirilmistir. DeepL Translator, ilk
olarak yedi Avrupa Birligi dilinde (ingilizce, Almanca, Fransizca, ispanyolca, Italyanca,
Hollandaca ve Lehge) ¢eviri yapmaya baslamis, ancak su anda Tiirkceyi de icine alan 31 dilde
ceviri yapabilmektedir’. DeepL Translator gevirmene sundugu &zellikler acisindan diger
makine cevirisi yazilimlarindan ayrigmaktadir. Burada kastedilen ayrigsma, makine gevirisi

6 https://www.k-international.com/blog/google-translate-facts/ (Erisim tarihi: 20.05.2023)
7 https://www.deepl.com/translator (Erisim tarihi: 20.05.2023)
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yazilimlarinin  sundugu ¢iktinin  basarimi ile ilgili degildir; ¢ilinkii makine ¢evirisi
platformlarinin basarimini etkileyen bir dizi etmen bulunmaktadir. Bunlardan bazilar1 metin
tiirli, konu alani, dil ¢iftleri, kaynak metnin karmasiklik diizeyi ve sistemlerin gelistirilmesinde
kullanilan makine &grenmesi yontemleridir. Ornegin, bir makine ¢evirisi yazilimi tip
metinlerinde daha iyi ¢iktilar liretebilirken; bagka bir makine ¢evirisi hizmeti haber metinleri
cevirisinde daha basarili olabilir.

"En iyi" makine ¢evirisi sistemi diye bir sey yoktur. Basarim, kaynak metnin makine
cevirisi modellerini egitmede kullanilan verilere ne kadar benzedigine ve algoritmalara baglhdir
(Intento, 2021). Makine ¢evirisi sistemlerinin basarim Ol¢limleri bir dizi metrikle
gergeklestirilmektedir. Bunlardan bazilari, anlamsal benzerligin degerlendirildigi BERTScore,
TER, PRISM ve COMETtir (a.g.e., 18). Dolayisiyla, mevcut makine cevirisi hizmetlerinin
ceviri bagarilarinin 6l¢glimlenmesi tek yonlii analizlerle miimkiin olmamaktadir. Ancak, ilgili
platformlarin kullaniciya sundugu 6zellikler agisindan karsilastirilmasi yapilabilir. Gorsel 1 ve
2’de ayn1 kaynak metnin Google Translate ve DeepL Translator iizerinden alinmis ¢iktilari
goriilmektedir:

Google Ceviri
F Motin [ Dokimantar | @ Web Sitelori

v & TORKGE  INGILIZGE  RUSCA v

Global warming is a pressing issue that requires X Kiiresel 1sinma, acil eylem gerektiren acil bir 3
immediate action. sorundur.

L v L0l 0 % <

Gorsel 1. Ingilizce-Tiirkge dil ¢iftinde makine cevirisi 6rnegi (Google Ceviri).

eDeepL“avsL\m"/ DesplPro  NedenDeepl? APl Planlarve licretlendirme
1 gevir 5 Dosya gevir

P d B o =

Gorsel 2. Ingilizce-Tiirkee dil ¢iftinde makine cevirisi ornegi (DeepL Translator).

Gorsel 1 ve 2’de yer alan ve iki makine ¢evirisi platformundan alinan erek metinlerde
belirgin bir fark gbze ¢arpmamaktadir. Ancak, DeepL Translator kullaniciya sozciik ve tiimce
bazli farkli ¢eviri segenekleri de sunmaktadir. Gorsel 3’te bu durum 6rneklenmistir:
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@ Metin sevi [5) Dosya gevir
ingilizee (algiland)) & Tiirkge v Kavramlar sézliigi
Global warming is a pressing issue that requires X Kuresel isinma, acil eylem gerektiren acil bir konudur.
immediate action Ol
cok
oncelik
guncel ...
COIS Be yakic
Sézliik - im

Gorsel 3. Ingilizce-Tiirkge dil ¢iftinde makine cevirisi 6rnegi (Es anlamli sézciik gosterimi —
DeepL Translator)

Gorsel 3’te goriilebildigi gibi, kullanici erek metinde yer alan “acil” sdzcligli yerine
program tarafindan sunulan bagka bir alternatifi de tercih edebilir. Kullanici se¢imlerine gore
erek metin tekrar diizenlenir ve yapilandirilir. S6z konusu bu 6zellik daha erek odakli gevirilerin
iiretimine katki saglayabilmektedir.

DeepL Translator’: diger makine gevirisi sistemlerinden ayiran bir diger 6zellik ise bazi
dil ¢iftlerinde olusturulmus terimcelerin kullaniciya sunulmasidir. Gorsel 4’te Ingilizce-
Almanca dil ¢iftinde bir terim sorgusu yer almaktadir:

sézliig “globale Erwirmung

globale Erwarmung feminine I

global warming n

Erwdrmung r

Gorsel 4. Ingilizce-Almanca dil ¢iftinde terimce érnegi (DeepL Translator).

Terimcelere erisim Ozelligi de ceviri siirecini daha verimli kilabilmektedir. Aymi
zamanda, kullanict sistem {izerinde kendi kavramlar sozliiglinii de olusturabilmektedir.
Halihazirda terimce 6zelligi Tiirkce i¢cin desteklenmemektedir.

DeepL ayrica kullaniciya bir yazma asistan1 da sunmaktadir. Heniiz deneme siiriimii
asamasinda olan DeepL Write8, dilbilgisi ve yazim hatalarim diizeltme, tiimceleri yeniden
yazma, uygun dil kesitini segme, daha yaratic1 dilsel secenekler sunma gibi bircok 6zellige
sahiptir. Bu modiil de kullaniciya makine ¢evirisi ¢iktisinin diizenlenmesinde yardimci
olmaktadir. Halihazirda Almanca ve Ingilizce dillerinde kullanilabilen dzelligin daha fazla dili
kapsamasi planlanmaktadir.

Dogal dil isleme teknikleri 15181nda sinir ag1 tabanli yontemlerin gelismesi ile makine
cevirisi sistemleri gilin gectikge daha kapsamli hale gelmekte ve kullaniciya daha fazla 6zellik

8 https://www.deepl.com/write (Erisim tarihi: 20.05.2023)
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sunabilmektedir. Cevirmenler tarafindan kullanilan dogal dil isleme tabanli bir diger arag ise
otomatik konusma tanima ve sozlii ¢eviri sistemleridir.

3. Otomatik Konusma Tanima Sistemleri ve Makine Destekli Sozlii Ceviri

Otomatik konusma tanima, konusulan dili insan miidahalesi olmadan yazili metne veya
bilgisayar tarafindan okunabilir bigime doniistirmek i¢in makine 6grenimi algoritmalarini
kullanan bir teknolojidir. Otomatik konugma tanima ayni zamanda dogal dil islemede kullanilan
ve bilgisayarlarin konusma dilini anlamasin1 ve bu dile ait verilerin bilgisayarlar tarafindan
islenmesini saglayan bir yontemdir. Bu yontem makine destekli sozlii ¢evirinin de ilk adimini
olusturur.

Claudio Fantinuoli (2023) makine destekli sozlii ¢eviri siirecini soyle aciklar:

Sozlii geviri silirecinde basamakli bir yaklasim séz konusudur; siire¢ bilgisayar
programlari ile modellenebilen alt parcalara ayrilir. Bu siiregte ii¢ ayr1 bilesenden soz edilebilir:
Otomatik konusma tanima, sdylenen sozciikleri yazili metne ¢evirir, makine gevirisi tiretilen bu
yazili metni kaynak dilden erek dile aktarir ve metinden konusma iiretimi (ing. text-to-speech
synthesis) yontemiyle ¢evirinin sozl1ii bir versiyonunu tiretir. Bu bilesenler, bir islemin ¢iktisinin
bir sonrakinin girdisi durumunda oldugu “basamakli ¢eviri” adi verilen bir siiregte ardigik
olarak uygulanir.

Fantinuoli, son zamanlarda makine destekli s6zlii ¢eviride Onemli iyilestirmelerin
gozlemlendigini; ancak ger¢ek zamanli ¢ok dilli iletisimin getirdigi zorluklar nedeniyle ¢eviri
kalitesinin istenen diizeye ulasamadigini belirtir (a.g.e.)®. Makine destekli sdzlii ceviride
kullanilan diger bir yontem ise ugtan uca sozlii ¢eviridir. Bu yontemde makine dgrenmesi
algoritmalar1 kaynak ve erek dildeki ses dosyalart ile egitilir. Egitimin sonucunda ortaya ¢ikan
model, kendisine girdi olarak verilen bir ses dosyasini ara bir makine g¢evirisi sistemine gerek
duymadan erek dildeki ses dosyasina doniistiiriir. Halithazirda emekleme doneminde oldugu
sOylenebilecek bu yontem, basamakli yaklagima kiyasla ¢ok daha hizli sonuglar tiretse de ugtan
uca yontemde ¢ikt1 kalitesi daha diistiktiir.

Yapay zekd ve makine cevirisi destekli sozlii ¢ceviri 2020 yilinda diizenlenen Tokyo
olimpiyatlarinda kullanilmistir. Japon teknoloji devi Panasonic, 100BANCH adli bir firma ile
is birligi yaparak Fukidashi adli prototip bir yapay zeka ¢evirmeni liretmistir. iPad benzeri bu
cihaz, kullanicilar ig¢in es zamanli g¢eviri hizmeti saglamigtir. Cihaz, sporcular, personel ve
Tokyo'ya gelen ziyaret¢ilerin dil bariyerini asmasina yardimer olmustur. Benzer sekilde, 2022
Pekin Kis Olimpiyatlarinda iFLYTEK adli Cinli ¢eviri sirketi, olimpiyat oyunlarinin resmi
cevirmeni olarak belirlenmistir. iIFLYTEK, bes dilde otomatik s6zlii ¢eviri hizmeti sunan
Xiaoqing’i piyasaya siirmiistiir (Language Connections, 2022). Otomatik konusma cevirisi,
uluslararas1 konferanslar, is toplantilar1 ve seyahatler gibi ¢esitli ortamlarda farkli diller
konusanlar arasindaki iletisimi kolaylastirma potansiyeline sahiptir. Dogal dil isleme alaninda

9 Claudio Fantinuoli, makine destekli sozlii ¢eviriye yardimei bir arag gelistirmistir. Araca, https://www.machine-
interpreting.com/ adresinden erisilebilmektedir (Erisim tarihi: 20.05.2023).
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gerceklesen gelismeler gelecekte makine destekli sozlii ¢eviri calismalarinin  artmasini
saglayabilecektir.

4. Otomatik Metin Ozetleme

Otomatik metin 6zetleme, Ozetleyerek g¢eviri kavrami ile baglantili olarak ele alinmalidir.
Ozetleyerek ceviri (Ing. summary translation, précis translation), en temel anlamiyla
cevirmenin daha az s6zciik kullanarak kaynak metnin 6ziinii aktarmaya ¢alistig1, daha uzun bir
metnin veya belgenin kisaltilmis ya da dzet cevirisidir. Ozet gevirinin genel amaci, gereksiz
ayrintilara ve bilgilere yer vermeden kaynak metnin temel fikirlerinin ac¢ik ve 6zl bir sekilde
sunulmasidir. Ozetleyerek ceviri, genellikle igerige hizli bir genel bakisin gerekli oldugu
arastirma makaleleri, yasal belgeler veya teknik raporlarin erek dile aktarilmasinda kullanilir.
Cevirmenler, teknik alanda yazilmis olan, terim yogunluklu bir kaynak metni anlamak i¢in de
Ozetleyerek ceviriye basvurur. Ayrica, ¢eviri egitiminde ve dil 6greniminde tercih edilen bir
yontemdir.

Ceviribilim alanyazininda konuyla ilgili gorece yetersiz sayida ¢aligma olsa da (Shreve,
2006) 6zetleyerek cevirinin dogasi ve uygulanabilirligi ile ilgili calismalar mevcuttur (Bowker
ve McBride, 2017; Vandermeulen, 2020). Cevirmenlerin siirekli olarak zaman baskis1 altinda
calismak zorunda kalmasi ve profesyonel is yasaminin gereklerine hizlica ayak uydurmak
durumunda olmasi dolayisiyla, geviriyi hizli ve dogru sekilde gergeklestirme konusunda da
egitim almalar1 gerekmektedir. Bu baglamda ¢evirmenlerin “6zetleyerek yazma” edincini
kazanmalar1 olduk¢a &nemlidir (Bowker ve McBride, 2017). ispanyolca - Hollandaca dil
ciftinde aday ¢evirmenlerle yapilan bir anket ¢calismasinda 6zetleyerek ¢evirinin zorluklari su
sekilde belirlenmistir: (1) kaynak metnin anlasilmasi; (2) erek metinde yer almasi gereken
kaynak metin unsurlarinin se¢imi; (3) erek metnin olusturulma siireci. Sonug olarak, ¢cevirmen
adaylar Ozetleyerek ceviri etkinliginin kendilerini zorladigin dile getirmistir (Vandermeulen,
2020, ss. 16-18). Dolayisiyla, ozetleyerek geviri cevirmenin yalnizca bireysel g¢abasina
birakildiginda normal bir ¢eviri siirecine kiyasla daha zorlayici olabilmektedir.

Andrew Chesterman’a gore (2016, s. 152) ozetleyerek ceviri, hesap verebilirlik
konusuyla da ilgilidir. Bu islem, ¢evirmenin g¢evrilmesi gerekenleri se¢ip uygun sekilde
yapilandirma sorumlulugunu icerdiginden, Oznel kararlar almasina da neden olabilir.
Ozetleyerek ceviri, dogal olarak "siradan" bir ceviriye kiyasla ¢evirmenin "kendi zihnindeki"
kaynak metne daha benzer bir metin iiretmesi anlamina gelebilir. Bu da ¢eviride manipiilasyonu
beraberinde getirebilir.

Sonug olarak, gerek ozetleyerek ceviri isleminin (6zellikle teknik bir alanda 6zet ¢eviriye
dahil edilmesi gereken kilit unsurlarin se¢imi konusunda) ¢evirmeni zorlamasi, gerekse de
cevirmen cevirisini yaptig1 alanda uzman olmadigindan kaynak metin unsurlar1 se¢iminde
yeterince nesnel davranamamasi nedeniyle otomatik metin 6zetleme sistemleri bu konuda
oldukca islevsel sekilde ¢evirmene destek olmaktadir. S6z konusu sistemler kaynak metnin
Ozetlenmesi amaciyla ¢evirmenler tarafindan kullamilabilir. Kaynak metin 6zetinin erek dile
cevrilmesiyle 6zetleyerek ceviri gerceklestirilmis olur.

Otomatik metin 6zetleme, bir¢ok agidan ¢evirmene yardimci olabilir:
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e Kaynak metin hakkinda genel bir anlayis olusturulmasi: Ceviriye baglamadan 6nce
cevirmen, lizerinde ¢alisacagi metnin neyle ilgili oldugu konusunda fikir elde etmek i¢in
bir otomatik metin 6zetleme araci kullanabilir. Bu arag, ¢evirmenin metnin temel
fikirlerini anlamasina ve anahtar kavramlarla 6zel alan terminolojisini belirlemesine
yardimei olabilir.

e Erek metne dogru ve eksiksiz sekilde aktarilmasi gereken onemli noktalarin
belirlenmesi: Otomatik metin 6zetleme, ¢evirmenin kaynak metindeki 6nemli bilgileri
belirlemesine yardimci olabilir. Bu islem, 6zellikle kilit bilgileri belirlemenin zor
olabilecegi uzun teknik ve bilimsel belgelerle ¢alisirken faydali olabilmektedir.

e Ozet cevirinin olusturulmasi: Otomatik metin 6zetleme, gevirmenin Ozet geviri
iiretmesine yardimci olabilir. Bu 6zet ¢eviri, ceviri siirecinde bir baglangi¢ noktasi
olarak yer alabilir; ¢cevirmenin daha 6zlii ve anlasilir bir ¢eviri olusturmasina destek
olabilir.

e Erek metnin okunabilirliginin artirlmasi: Otomatik metin 6zetleme, erek metnin
daha erek odakli, okunabilir ve islevsel olmasina katki saglayabilir. Cevirmen, tekrarli,
gereksiz veya ilgisiz bilgileri belirleyip kaldirarak okunmasi ve anlagilmasi daha kolay
bir erek metin olusturabilir.

Ceviri siirecini desteklemenin yani sira, otomatik metin 6zetleme “6zetleyerek ¢eviri”
gerektiren ceviri islerinde de dogrudan ¢oziim sunabilir. Ornegin, basin alaninda yapilan
ceviriler ve uzun isletme raporlarinin g¢evrilmesi siireclerinde Ozetleyerek ceviri iglemine
basvurulmasi istenebilir. Bu noktada otomatik metin 6zetleme araglari1 ¢evirmene destek olur.
Cevirmen kaynak metin 6zetini alip ¢evirir. Bu da ¢evirmene zaman kazandirir. Dolayisiyla,
otomatik 6zetleme ve Ozetleyerek ¢eviri olduk¢a baglantil iki islemdir.

Otomatik metin dzetleme iki sekilde gergeklestirilebilir. Cikarimsal dzetleme (Ing.
extractive summarization) en Onemli tiimcelerin ve ifadelerin 6zglin metinden se¢ilip
cikarilmasimi ve ardindan bir 6zet olusturmak icin bu unsurlarin birlestirilmesini igerir.
Tlimceler genellikle konuyla ilgileri, kullanim sikliklar1 ve 6nem dereceleri gibi belirli 6lciitlere
gore secilir. Soyutlayic1 dzetleme (Ing. abstractive summarization) yonteminde ise, 6zgiin
metinde bulunmayan yeni tiimce ve ifadeler iceren bir 6zet olusturulmaya caligilir. Sistem,
0zglin metnin anlamin1 kavramaya calisir ve ardindan farkli sozciikler ve tiimce yapilarim
kullanarak ayni anlami igeren bir Ozet olusturur. Soyutlayici Ozetleme, metnin daha
derinlemesine anlasilmasi ile akici ve tutarli bir dil iiretme becerisini gerektirdigi i¢in genellikle
cikarimsal 6zetlemeden daha zorlayici bir dogal dil isleme siireci olarak kabul edilir.

Cikarimsal 6zetlemede 6zet, 6zglin metnin bir alt kiimesidir; soyutlayici 6zetlemede ise
0zet, 6zglin metnin agimlanmasiyla ya da anlamsal bir temsile kodlanmasiyla yeni bastan
dretilir (Eisenstein, 2018, ss. 393-394). Ceviri odakli diisiindiigiimiizde ise soyutlayici
Ozetlemenin ¢ikarimsal 6zetlemeye gore cevirmene daha faydali olabilecegini sdyleyebiliriz;
¢linkii soyutlayici dzetlemede “yeniden yazma” (Ing. paraphrasing) temel alindigindan, daha
0zlii, anlasilir, dogal ve sadelestirilmis bir 6zet iiretilebilmektedir. Cikarimsal 6zetlemede ise
bir dizi 6lciit dikkate alinarak metnin ana hatlar1 belirlenmekte ve sec¢ilen bu temel bilgiler 6zeti
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olusturmaktadir. Gliniimiizde sik kullanilan otomatik 6zetleme araglar1 arasinda

Text Compactor!! ve TLDRthis'? sayilabilir.

Sevda PEKCOSKUN GUNER

Summarizer

159 Words

e use of the "bird", as it is called in the industry, would be

xploratory holes to find min

e Thes

t by Deep Digital Cornwall (DDC), with

funding from the European Union

QuillBot®,

Gorsel 5. Cikarimsal ozetleme ornegi (0zgiin metinden 6nemli tiimcelerin dogrudan alinmas
— QuillBot dzetleme aract iizerinden)*>.

Summarizer ()

A helicopter carrying a large circular detector has been flying across Cornwall
in a bid to discover unknown mineral depesits underground.

The 66ft (20m) wide inflatable electromagnetic detector has gathered data
while flying at 131ft (40m)

Data gathered was being used to help make 3D maps, project managers
said.

It was hoped the use of the "bird", as itis called in the industry, would be
more efficient than digging exploratory holes to find minerals, they added,

The sensor has been brought from South Africa and has been focusing on
two areas in mid and east Cornwall this week.

The survey is being carried out by Deep Digital Cornwall (DDC), with funding
from the European Union.

Frances Wall, principal investigator for DDC, said: "We can't see what's
underground, but ... [this] can pick up electromagnetic signals,

"We can search for hidden mineral veins, as well as hidden fractures that
select Keywords (1)

(oeep oot o) ( eampean o)

159 Words

‘(E;‘SEHE?"CES Paragraph Summary Length Short

Long

A helicopter carrying a large circular detector has been flying across Cornwall
in a bid te discover unknown mineral deposits. The 66ft (20m) wide inflatable
electromagnetic detector has gathered data while flying at 1311t (40m) and is
being used to help make 3D maps. The sensor has been brought from South
Africa and has been focusing on two areas in mid and east Cernwall this
week. The survey is being carried out by Deep Digital Cornwall (DDC) with
funding from the European Union. Frances Wall, principal investigator for
DDC, said the sensor can pick up electromagnetic signals, which can be used
to search for hidden mineral veins, as well as hidden fractures that might be
useful for geothermal energy, and lithium exploration

@ 5Sentences » 122 Words Paraphrase Summary W &

[m]]

D

Gorsel 6. Soyutlayarak ozetleme ornegi (6zgiin metni kisaltarak yeniden yazma — QuillBot
ozetleme araci tizerinden).

Ozetleme araglar1 kullaniciya olusturulacak 6zetin uzunlugunu belirleme sansi da

tanimaktadir. Kullanici ayn1 zamanda araci kullanarak anahtar sozciikleri ya da alana 6zgii

10 https://quillbot.com/summarize (Erisim tarihi: 20.05.2023)

1 https://www.textcompactor.com/ (Erigim tarihi: 20.05.2023)

12 https://tldrthis.com/ (Erisim tarihi: 20.05.2023)

13 Ozgiin metin, https://www.bbc.com/news/uk-england-cornwall-64810962 adresinden almmustir (Erisim tarihi:

20.05.2023).
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terminolojiyi belirleyebilir; 6zeti farkli bir dilsel icerikle yazdirabilir. Dolayisiyla, otomatik
Ozetleme araglar1 gliniimiizde ¢evirmenin is istasyonunda yerini almistir.

Glinimiizde dogal dil isleme tekniklerinin ulastigi son nokta olarak ChatGPT &rnek
verilebilir. 2022 yi1l1 Kasim ayinda San Francisco merkezli teknoloji sirketi OpenAl tarafindan
tanitilan ChatGPT, yapay zeka tabanli bir sohbet robotu olup, kullanicilarin sorularini
yanitlamaktadir'*, ChatGPT aym1 zamanda hatalarim1 kabul etmekte, uygunsuz sorgulari
yanitlamay1 reddetmekte ve hatta yalan bile sdyleyebilmektedir. Kullanicilarin sorgularini
anlayabilmek ve gerekli yanitlar1 verebilmek i¢in yapay zeka ve dogal dil isleme tekniklerini
kullanan ChatGPT, insan elinden ¢ikmis kadar dogal metinleri bir¢ok dilde tiretebilmektedir.
Ara¢ ayn1 zamanda cevirmene yardimci olabilecek bir dizi dogal dil isleme bileseni
sunmaktadir. Bunlardan biri de araca verilen kaynak dildeki metnin dogrudan erek dilde
Ozetlenmesidir. Gorsel 7°de goriildiigi gibi, “Summarize the following text in Turkish.” (Tr.
Asagidaki  metni Tiirkge Ozetle.) seklindeki basit bir komutla bu islemi
gerceklestirebilmektedir.

Summarize the following text in Turkish: “"Machine learning (ML) is a field of inquiry devoted
to understanding and building methods that “learn” ~ that is, methods that leverage data to
improve performance on some set of tasks.[1] It is seen as a part of artificial intelligence
Machine learning algorithms build a model based on sample data, known as training data, in
order to make predictions or decisions without being explicitly programmed to do so.{2]
Machine learning algorithms are used in a wide variety of applications, such as in medicine,
email filtering, speech recognition, agriculture, and computer vision, where it is difficult or
unfeasible to develop conventional algorithms to perform the needed tasks.[3][4]

A subset of machine learning is closely related to computational statistics, which focuses on
making predictions using computers, but not all machine learning is statistical learning. The
study of mathematical optimization delivers methods, theory and application domains to
the field of machine learning. Data mining is a related field of study, focusing on exploratory
data analysis through unsupervised leaming.[6][7]

Some implementations of machine learning use data and neural networks in a way that
mimics the working of a biological brain.[8][9]

In its application across business problems, machine learning is also referred to as predictive

analytics

Makine &grenimi, verileri kullanarak bir dizi gérevde performansi artirmak igin 6grenen
yontemlerin anlagilmasi ve gelistiriimesine adanmug bir aragtirma alamdir. Makine &grenimi
algoritmalari, érnekleme verilerine dayah bir model olusturarak, agik¢a programlanmadan
tahminler veya kararlar vermek igin kullanilir. Tip, e-posta filtreleme, konusma tanima, tanm
ve bilgisayar goriisi gibi birgok uygulamada kullanilirlar. Makine 6greniminin bir alt kiimesi
olan istatistiksel 8grenim, bilgisayarian kullanarak tahminler yapmaya odaklanirken
matematiksel optimizasyonun ¢aligiimasi, makine 6grenimi alanina yéntemler, teori ve

uygulama alanlan sunar

Gorsel 7. ChatGPT® jizerinde ozetleyerek ceviri islemi.

14 https://openai.com/blog/chatgpt (Erisim tarihi: 20.05.2023)
15 https://chat.openai.com/chat (Erisim tarihi: 20.05.2023)

16 (Ozgiin metne, https://en.wikipedia.org/wiki/Machine learning adresi iizerinden erisilebilmektedir (Erisim
tarihi: 20.05.2023).
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Sonuc¢

Bu calismada dogal dil isleme ve ¢eviri etkinligi arasindaki iliski yapay zeka alanindaki giincel
gelismeler 15181nda ele alinmaya calisilmistir. Dogal dil isleme teknikleri, dillerarasi geviri ile
ilgili siirecleri 6nemli 6l¢iide etkilemis, makine 6grenmesi algoritmalari, istatistiksel ve
hesaplamali modeller giin gegtikge daha islevsel erek metinlerin {iretimine olanak saglamaya
baslamistir.

Kuskusuz, dogal dil islemenin ¢evirmen agisindan goriiniir oldugu en 6nemli alan makine
cevirisidir. Giiniimiizde bircok makine c¢evirisi sistemi, sinir ag1 tabanli modeller
kullanmaktadir. 2015 yilindan itibaren yogun bir sekilde kullanilmaya baglanan sinir ag1 tabanli
makine ¢evirisi, gecmisteki makine gevirisi yaklasimlarina (kural, 6rnek ve istatistik tabanl
sistemler) gore ¢ok daha basarili sonuglar vermektedir. Kaynak ve erek dillerde paralel
metinlerden olusan biiylik veri kiimeleri ile egitilen sinir ag1 tabanli sistemler, diller arasinda
nasil ¢eviri yapilacagini 6grenmek igin yapay sinir aglarimi kullanir.

Sifir atimli ¢eviri yontemi ile ¢alisan bu sistemler, segilen dil ¢iftinde sistem egitiminde
kullanilan az miktarda veri olsa da, diger dil ciftlerinin egitiminde kullanilan verilerden
faydalanarak basarili sonuglar iiretir. Dolayistyla, sinir ag1 tabanli makine cevirisi, kaynak
bakimindan yoksun diller s6z konusu oldugunda da diger makine ¢evirisi yaklagimlarina gore
daha basarilidir. Ancak, ¢evirmen-bilgisayar etkilesiminin kesisim kiimesinde yer alan makine
cevirisinin tam otomatik bir siire¢ oldugunu diisiinmek yanligtir. Hem ¢eviri dncesi hem de
sonrasinda gerekli diizeltileri yapma sorumlulugu insan ¢evirmene aittir. Bu baglamda, sistemin
daha basarili bir c¢ikt1 Uretebilmesi i¢in kaynak metin iizerinde 6n diizenlemelerin
gerceklestirilmesi; baska bir deyisle, kaynak metnin dilsel agidan makine gevirisi sisteminin
gereklerine uygun hale getirilmesi 6nemli bir adimdir. Ayrica, ham makine ¢evirisi ¢iktisinin
iizerinde sozciik, s6zdizimi ve anlam diizeylerinde diizeltilerin yapilmasi gerekebilmektedir. Bu
nedenle ¢cevirmenin kullandi1g1 makine gevirisi sisteminin giiglii ve zayif yonlerini bilmesi 6nem
tasimaktadir.

Son yillarda makine destekli sozlii ¢eviri alaninda da dikkat ¢eken gelismeler olmustur.
So6zli ¢eviri siirecinde ¢evirmene yardimci olabilecek araglar tasarlanmaya baslanmis ve
cevirmeni siirece hazirlayabilecek terimce olusturma araglari gibi birtakim uygulamalar hayata
gecirilmistir. Ancak, makinelerin es zamanli ¢eviri yapabilme kapasiteleri halen smirhdir.
Yapay zeka ve dogal dil isleme alanindaki gelismelere paralel olarak bu konuda da 6nemli
ilerlemeler kaydedilmektedir.

Otomatik Ozetleme araglar1 da ¢evirmen tarafindan kullanilabilecek dogal dil isleme
uygulamalandir. Bu aracglar 6zellikle ¢evirmenin kaynak metni anlamasina ve anahtar terimleri
cikarmasina yardimer olur. Giiniimiizde yalnizca metin 6zetleme degil Ozetleyerek ceviri
yapabilen otomatik aracglar da mevcuttur. Cevirmenin is istasyonunda yer alan dogal dil isleme
tabanli araglar bunlarla sinirl degildir; terim yonetim sistemlerinden yeniden yazma araclarina
kadar bir¢cok uygulamada dogal isleme teknikleri kullanilmaktadir.

Artan ¢eviri ihtiyaciyla birlikte ¢eviri siireclerinin kisalmasi gerekmektedir ve buna bagl
olarak da ¢evirmenin dogal dil isleme yontemlerini kullanan araglardan yararlanmasi neredeyse
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bir zorunluluk haline gelmistir. Dolayisiyla, ¢evirmenin dogal dil isleme kavramina iliskin
farkindalik gelistirmesi ve ilgili uygulamalarin isleyis sekillerini 6grenmesi, s6z konusu
sistemlerin kisitlar1 ve kapasitelerini dogru bir sekilde kavramasini saglayabilecektir.

Ileriki ¢alismalarda ¢evirmen odakli &zellesmis dogal dil isleme teknikleri, dogal dil
islemenin ¢eviri kalitesi iizerindeki etkisi ve geviri piyasasinda dogal dil islemenin konumu gibi
konular1 merkeze alan incelemeler yapilabilir. Bunun yaninda, dogal dil isleme tabanli sohbet
robotlar1 ve makine gevirisi sistemlerinin ¢eviri kalitesi a¢isindan karsilastiritlmasini kapsayan
gorgiil calismalar gerceklestirilebilir. Ayrica, dogal dil isleme ara¢ ve yontemlerinin geviri
boliimlerine ait ders planlarinda yer almasi, bir yandan g¢eviribilim 6grencilerinin teknoloji
edincini gelistirecek, diger yandan ise onlar1 giinlimiiz ¢eviri piyasasina hazirlayabilecektir. Bu
nedenle, dogal dil isleme tabanli araglarin ¢eviri egitiminde kullanimini igeren ¢alismalarin
yapilmasi alanin gelecegi agisindan 6nem tagimaktadir.

KAYNAKCA

All Languages Ltd. Translators & Interpreters. (2016). Machine translation basics.
https://www.alllanguages.com/documents/AllLanguagesMachineTranslation.pdf

Anderson, A. (2014). Media, environment and the network society. Londra: Palgrave Macmillan.

Bowker, L. (2022). Machine translation literacy.
https://sites.google.com/view/machinetranslationliteracy/

Bowker, L. ve McBride, C. (2017). Précis-writing as a form of speed training for translation students.
The Interpreter and Translator Trainer, 11(4), 259-279.

Castells, M. (2004). Informationalism, networks, and the network society: A theoretical blueprint.
Manuel Castells (Ed.), The network society: A cross-cultural perspective iginde (ss. 3-45).
Cheltenham: Edward Elgar.

Chesterman, A. (2016). Memes of Translation: The spread of ideas in translation theory, Amsterdam /
Philadelphia: John Benjamins Publishing Company.

Eisenstein, J. (2018). Natural language processing. MIT Press.

Fantinuoli, C. (2023). EasyAl - Introducing artificial intelligence to the humanities. https://easyai.uni-
mainz.de/html/index.html

Hettige, B. ve Karunananda, A. S. (2011). Computational model of grammar for English to Sinhala
machine translation. International Conference on Advances in ICT for Emerging Regions (ICTer)
icinde IEEE, 26-31.

Intento  (2021). Independent multi-domain evaluation of machine translation engines.
https://try.inten.to/machine-translation-report-2021/

Johnson, M., Schuster, M., Le, Q. V., Krikun, M., Wu, Y., Chen, Z., Thorat, N., Viégas, F., Wattenberg,
M., Corrado, G., Hughes, M., ve Dean, J. (2017). Google’s multilingual neural machine
translation system: Enabling zero-shot translation. Transactions of the Association for
Computational Linguistics, 5, 339-351.

Joseph, S. R., Hlomani, H., Letsholo, K., Kaniwa, F. ve Sedimo, K. (2016). Natural language processing:
A review. International Journal of Research in Engineering and Applied Sciences, 6(3), 207-210.

Khurana, D., Koli, A., Khatter, K. ve Singh, S. (2022). Natural language processing: State of the art,
current trends and challenges. Multimedia Tools and Applications, 82, 3713-3744.

Koehn P. (2005). Europarl: A parallel corpus for statistical machine translation. Proceedings of the MT
Summit i¢inde, 5, 79-86.

77



Sevda PEKCOSKUN GUNER

Lakew, S. M., Federico, M., Negri, M. ve Turchi, M. (2018). Multilingual neural machine translation
for low-resource languages. 1JCoL. Italian Journal of Computational Linguistics, 4(4-1), 11-25.

Language Connections (2022). How interpreting services have changed at the olympics.
https://www.languageconnections.com/blog/blog-how-interpreting-services-have-changed-at-
the-olympics/

Ma, Y. ve Tang, J. (2021). Deep learning on graphs. Birlesik Krallik: Cambridge University Press.

Madill,  W. (2022). Exploring natural language processing (NLP) in translation.
https://localizejs.com/articles/natural-language-processing-nlp/

Manning, C. ve Schutze, H. (1999). Foundations of statistical natural language processing.
Massachusetts: MIT press.

Millward, C. M. ve Hayes, M. (2012). A biography of the English language (3. Baski). Amerika Birlesik
Devletleri: Cengage learning.

Ping, K. (2011). Machine translation. Mona Baker ve Gabriela Saldanha (Ed.), Routledge encyclopedia
of Translation Studies (2. Baski) iginde (ss. 162-169). Londra ve New York: Routledge.

Randhawa, G., Ferreyra, M., Ahmed, R., Ezzat, O. ve Pottie, K. (2013). Using machine translation in
clinical practice. Canadian Family Physician, 59(4), 382-383.

Rothman, D. (2021). Transformers for natural language processing: Build innovative deep neural
network architectures for NLP with Python, PyTorch, TensorFlow, BERT, ROBERTa, and more.
Birmingham: Packt Publishing Ltd.

Scott, M. L. (2015). Programming language pragmatics. New York: Morgan Kaufmann.
Searle, J. R. (1980). Minds, brains and programs. Behavioral and Brain Sciences, 3, 417 — 457.

Shreve, G. M. (2006). Integration of translation and summarization processes in summary translation.
Translation and Interpreting Studies. The Journal of the American Translation and Interpreting
Studies Association, 1(1), 87-1009.

Stenlund, S. (1990). Language and philosophical problems (1. baski1). Londra ve New York: Routledge.

Vandermeulen, B. (2020). Précis translation: Experiences, approaches and performance of third-year
students of the bachelor in Applied Linguistics. Universiteit Antwerpen: Lisans Tezi.

EXPANDED SUMMARY

Natural Language Processing (NLP) is a field of computer science and artificial intelligence
that focuses on the interaction between computers and humans. NLP involves the development
of algorithms and models that enable computers to understand, interpret, and generate human
language. The goal is to provide machines with the ability to interpret and respond to human
language as humans do, including tasks such as text classification, translation, sentiment
analysis and many other applications. Today, the translation industry is heavily influenced by
developments in NLP models, and translators use NLP-based systems to translate large volumes
of text in a short time. The main NLP-based systems used by translators are machine translation
software, post-editing tools, computer-assisted translation (CAT) tools, terminology
management systems, automatic text summarization tools, translation management systems,
translation quality assessment tools, computer-assisted interpreting (CAIl) tools, speech
recognition systems and chatbots. The goal of this study is to raise awareness of the NLP-based
tools that are preferred for use in the translation process.
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Machine translation is the most important area where NLP techniques are used. Today,
most machine translation systems use neural networks trained on large datasets of parallel texts
to learn how to translate between languages. This method produces more successful results than
earlier approaches (rule-based, example-based and statistical machine translation systems),
especially for resource-poor languages. Neural machine translation uses an approach called
zero-shot translation to enable translation between arbitrary languages. Neural machine
translation systems, which translate by taking into account relevant context and information
content as well as linguistic features, are the best example of state-of-the-art NLP models. In
addition, there have been remarkable developments in machine-assisted interpreting in recent
years. Tools have been developed to assist the interpreter in both pre-interpreting and
interpreting processes. However, the ability of machines to perform interpreting is still limited.
Significant progress is being made in parallel with developments in artificial intelligence and
natural language processing.

Another prominent field where NLP models are used is automatic text summarization.
These tools help the translator understand the source text and extract key concepts. Translators
can use automatic text summarization tools to create concise summaries of long and complex
texts, which can then be translated more appropriately. Summaries can support translators in
identifying key information, important concepts and the language register of the source text and
produce more fluent and accurate target texts. Translators can also use these tools to gain
domain-specific knowledge and terminology of a specific field. Today, there are automated
tools that not only summarize the source text, but also translate it into the target language. Al-
powered chatbots, new tools in the translator's workstation, can perform both extractive and
abstractive summarization in the same language. They can also perform summary translation.

With the increasing demand for translation and the need to shorten translation processes,
it has become almost a necessity for translators to use NLP-based tools. Therefore, developing
an awareness of the concept of natural language processing and learning how these applications
work will enable the translator to have a proper understanding of the limitations and capabilities
of these systems. These tools can help translators produce higher quality translations, adapt to
new technologies and improve their digital literacy. In today's global world, it is becoming
increasingly important for translators to be familiar with the concept of NLP and its
applications. This study attempts to analyze NLP-based applications used by translators,
especially machine translation technologies, from a translation-oriented perspective. It is hoped
that it will pave the way for further studies on the interdisciplinary relationship between NLP
and translation studies.
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