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1970 yilinda Arthur Okun tarafindan literatiire sunulan Sefalet Endeksi, issizlik ve enflasyon oranlarinin toplamiyla elde
edilmektedir. Ozellikle 2019 yilinin son giinlerinde ortaya ¢ikan COViD-19 salgini neticesinde diinya genelinde sefalet
endeksinde bir artis gézlemlenmistir. Iletisim teknolojilerinde yagsanan hizh gelismeler, insanlarin hayat tarzlarinda da
¢ok ciddi degisimlere 6nciiliikk etmis ve sosyal yasantinin online diinyada sekillenmesini saglamistir. Alisveris, eglence ve
iletisim konusunda internetin 6nemi yadsinamaz hale gelmistir. insanlar merak ettikleri her konuyu internet tizerinden
arastirmaya baslamistir. Bu husus, internet arama motorlarinin da islevselligini artirmistir. internette yapilan aramalar,
servis saglayicilar tarafindan kamuoyuna sunulmaktadir. Bunlarin en popiiler olani ise Google Trend’dir. Bu mecradan
elde edilen verilerin bazi1 ekonomik gostergeler ile iliskisinin olabilecegi literatiirde tartisiimaktadir.

Bu ¢alismada da, Tiirkiye 6zelinde 2006-2022 tarihleri arasinda aylik olarak ortaya ¢ikan sefalet endeksi ve yine bu
dénemi kapsayan Google Trend’den elde edilen sefalet endeksini gosteren kelimelerin aranma endeksi verileri arasindaki
iliski incelenmektedir. Dénem dénem yasanan keskin degisimlerin etkisini g6z ard1 etmemek adina yapisal kirilmal
modeller tercih edilmis ve sefalet endeksi ve arama trendi arasindaki esbiitiinlesme ve nedensellik iliskisi incelenmistir.
Elde edilen bulgular, her iki degiskenin de birbirlerini etkiledigini ortaya koymaktadir.

Anahtar Kelimeler: ssizlik, enflasyon, sefalet endeksi, google trend, yapisal kirilma
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DO SOME WORD SEARCHES ON GOOGLE AFFECT THE MISERY INDEX?

ABSTRACT

The Misery Index, which was presented to the literature by Arthur Okun in 1970, is obtained by the sum of unemployment
and inflation rates. In particular, as a result of the COVID-19 epidemic that emerged in the last days of 2019, an increase
in the misery index was observed throughout the world. The rapid developments in communication technologies have led
to serious changes in people’s lifestyles and have enabled social life to be shaped in the online world. The importance of
the internetin shopping, entertainment and communication has become undeniable. People have started to research every
subject they are curious about on the internet. This has also increased the functionality of internet search engines. Internet
searches are made available to the public by service providers. The most popular of these is Google trending. It is discussed
in the literature that the data obtained from this channel may be related to some economic indicators.

In this study, the relationship between the monthly misery index between 2006-2022 in Turkey and the search index data
of words showing the misery index obtained from Google trend covering this period is examined. In order not to ignore
the effect of the sharp changes experienced from time to time, structural break models were preferred and the
cointegration and causality relationship between the misery index and the search trend were examined. The findings
reveal that both variables affect each other.
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Issizlik ve enflasyon kavramlari son yillarda yine bircok iilkenin giindemini isgal etmis durumda.
2019 yilinin son giinlerinde ortaya ¢ikan Covid-19 salgini ve bu salginin toplumsal ve ticari hayata
etkileri bu glindemin olusmasinda siiphesiz ki 6nemli bir paya sahip olmustur. Tedarik zincirinde
yasanan sorunlar arzin daralmasina neden olmus ve bir¢cok sektorde talebe yetismek miimkiin
olmamistir. Bunlara ek olarak, bircok iilkede uygulanan sokaga ¢ikma yasaklar1 ve karantina
tedbirleri de isgiicli kaybina sebep olmustur. Salginin giindemden ¢ikmasina yakin bir zamanda
da Rusya-Ukrayna savasinin baslamasi siireci daha da i¢cinden ¢ikilmaz hale getirmistir. Tiim bu
faktorler birlestiginde, enflasyon ve issizlik oranlarinda hissedilir derecede artislar
gozlemlenmistir. 2014 yilindan 2019 yilina kadar ortalama %?2 seviyelerinde seyreden diinya
enflasyon orani, 2021 yilinda %3.5 ve 2022 yilinda %8.3 oraninda gerceklesmistir (World Bank,
2023a). Ayni oranlar Tiirkiye i¢in ise 2014-2016 yillar1 arasinda %8 civarlarinda, 2019 yilinda ise
%15.18 seviyelerinde gerceklesmistir. Pandeminin basladig1 2020 yilinda %12.28 olan enflasyon
2022 yilinda déviz kurunda yasanan soklarin da etkisiyle %72.31 seviyesinde yiikselmistir (TUIK,
2023a). Issizlik oranlar ise, Diinya i¢cin 2019 yilinda %5.5 iken 2020 yilinda %6.9, 2021 yilinda
%6.2 ve 2022 yilinda %5.8 oraninda gerceklesmistir (World Bank, 2023b). Tiirkiyede ise, 2019
yilinda %13.6, 2020 yilinda %13, 2021 yilinda %11.3 ve 2022 yilinda %10.4 seklinde
gerceklesmigtir (TUIK, 2023b).

Ekonomik ajanlar arasinda yer alan hane halklarin1 en c¢ok ilgilendiren iktisadi meselelerin
arasinda enflasyon ve issizlik de yer almaktadir. Kisilerin alim giiclinii ve gelir diizeylerini
dogrudan belirlemesi nedeniyle bu iki degisken yillardir bir¢ok arastirmanin konusu olmustur.
1970 yilinda Arthur Okun tarafindan gelistirilen Sefalet Endeksi (Misery Index) bu arastirmalarin
ilk somut ¢iktilarindan birisi olarak degerlendirilebilir. Sadece enflasyon ve issizligi dikkate alan
Okun’un Sefalet Endeksi, ekonomide refahin bir 6l¢ltii olarak degerlendirilebilmektedir.
Yiikselen endeks, iilkede yasayan vatandaslarin ekonomik kosullarinin kétiilestigini gosterirken
bu oranin azalmasi ekonomik kosullarin nispeten diizeldigini ifade etmektedir. Ek olarak, sefalet
endeksinin artmasi tiiketici talebinin daralmasina neden olacak ve bu yiizden de ekonomik
biiyime olumsuz etkilenecektir (Dadgar & Nazari, 2018: 177).

Sefalet endeksi, Tiirkiye’de “Iktisadi Hosnutsuzluk Endeksi” olarak da ifade edilmektedir. Bu
endekste, issizlik ve enflasyonun vatandaslari esit derecede etkiledigi varsayimindan hareketle
her iki degisken de esit agirlikta hesaplamaya dahil edilmektedir. Ancak, ilgili literatiirde bu konu
hakkinda cesitli tartismalar mevcuttur. Isik & Cetenak, (2018: 48), lilkeler arasindaki farklh
hesaplama yontemleri nedeniyle farkli performans sonuglarinin ortaya ¢ikabilecegini
belirtmektedir. Di Tella vd. (2001), 12 Avrupa Birligi iilkesi ve ABD icin yaptif1 ¢alismanin
sonucunda Sefalet Endeksinin insanlarin mutluluk diizeyleri ile ters orantili oldugu sonucuna
ulasmislardir. Yani endeks yiikseldikge mutluluk diizeyi azalirken endeks diistiikge mutluluk
seviyesi artmaktadir. Blanchflower (2007) ise issizlik kavraminin insanlarin mutluluk diizeyini
enflasyona gore daha fazla etkiledigini ifade etmektedir.

Merkez Bankalari tarafindan belirlenen para politikalari, enflasyon beklentilerini siklikla dikkate
almaktadir. Enflasyon beklentileri dlciiliirken ise genellikle hane halklarina anket uygulanarak ya
da normal tahvil ile enflasyona dayali tahvil arasindaki getiri farklari élciilerek belirlenmektedir.
Hane halklarina uygulanan anketler genellikle belirli bir 6rneklemle sinirli kaldig icin yetersiz
olarak degerlendirilebilmektedir. Tahviller arasindaki getiri farklar ise risk primini icermedigi
icin yetersiz olarak degerlendirilmektedir. Enflasyon beklentisinin dogru tahmin edilmesi, tiim
aktorlerin bilgiye aninda ulasabilmesini ve sistematik bir hata yapmamasini saglayarak aktorlerin
enflasyonun gelir dagitic1 etkisini notiir hale getirmesini saglayabilecektir (Dadgar & Nazari,
2018:177).

Hiikiimetler ve yatirimcilar, alacaklar1 kararlari belirleyebilmek i¢in gercekei ve hizli tahminler
olusturmaya cahgirlar. Ornegin, gecmis verileri kullanarak modellemeler yapar ve uygulamay1
distindiikleri politikayr1 belirlerler. Hiikiimetler, mevcut iktidarlarimi korumak amaciyla
politikalarinin basariya ulagsmasini isterler. Ancak, zamaninda alinmayan ve tutarsiz olan politika
kararlar1 hiikiimetlerin basarisiz olmasina neden olabilir. Benzer sekilde, isletmeler de zamaninda
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ve dogru sekilde alinmis kararlar1 uygulayamazsa bekledikleri kardan mahrum kalacaklardir (Li
vd. 2015: 112)..

Diinya’da internet teknolojisi alaninda yasanan bas dondiiriicii gelismeler insanlarin ticari, sosyal
ve kiiltlirel hayatlarini da etkisi altina almistir. Alis-veris sektorii basta olmak tizere bircok
faaliyetin sanal diinyada da gerceklestirildigini gézlemlemekteyiz. insanlar merak ettikleri seyleri
de internetten arama motorlar1 aracilifiyla arastirma imkanina sahip olmuslardir. Yapilan bu
aramalar, yeni bir veri kaynaginin da ortaya cikmasina yardimci olmustur. Diinya’da en fazla
tercih edilen arama motoru olan Google, yapilan aramalari anahtar kelimeler seklinde
kategorilendirerek Google Trend hizmeti kapsaminda arastirmacilarin kullanimina sunmaktadir.
Ocak 2004’ten gliniimiize kadar Google lizerinden yapilan aramalarin haftalik bazda istatistiksel
verilerine ulasma imkani bulunmaktadir (Google, 2023).

Da, Engelberg ve Gao (2015), yatirinmcinin duyarliligini 6lcmede geleneksel modellerden daha
etkin bir yontem olarak internet arama motorlarinin islevselliginden bahsetmektedirler.
Geleneksel yontemlerde yer alan bazi yontemlerin yatirinmci duyarliigini 6lgmede yetersiz
kalabilecegini soéylemektedirler. Ornegin, anket gibi yontemlerde anket uygulanan Kisilerin bazi
sorulara dogru cevap vermeyebilecekleri ya da cevap vermekten Kkaginabileceklerini
aktarmaktadirlar. Ama Google gibi arama motorlarinda yapilan aramalarin hacminin daha seffaf
ve dogru bir bilgi kanali olabilecegini iddia etmektedirler. Calismalarinda, ‘iflas’ ve ‘resesyon’
kelimelerin aranma hacmi ile gerceklesen oranlar arasinda korelasyon oldugunu
soylemektedirler.

Bu calismada, Google Trend hizmeti araciigiyla elde edilen “Issizlik” ve “Enflasyon” kelimelerinin
aranma endeksi verileri analiz edilerek Okun’un sefalet endeksi ile iliskisi olup olmadig:
incelenecektir. ilgili literatiir incelendiginde, igsizlik arama endeksi ve issizlik orani arasindaki,
enflasyon arama endeksi ile enflasyon arasindaki iligkilerin incelendigi g6zlemlenmis ancak
sefalet endeksini dikkate alan g¢alismalarin varlhigina yonelik bulguya rastlanilamamistir. Bu
eksikligi gidermek amaciyla ilgili literatiire farkl bir degisken ile katki saglanmas1 amag¢lanmistir.
Calismanin bundan sonraki kisimlarinda, ilk dnce issizlik ve enflasyon arama hacmi ile enflasyon
ve issizlik oranlar1 arasindaki iliskiyi inceleyen c¢alismalar ele alinmistir. Daha sonra ise ilgili
veriler analiz edilmis ve son kisimda da elde edilen bulgular degerlendirilmis ve politik
onermelerde bulunulmustur.

1. Literatiir Taramasi

Bu calismada ele alinan sefalet endeksi ve sefalet endeksini olusturan bilesenlerin Google’da
aranma hacimleri Uzerine, incelenen veri tabanlarinda dogrudan konuyla ilgili ¢alismalara
rastlanamamustir. Ilgili literatiirde genellikle issizlik ve issizlik kelimesinin internette aranma
hacmi ve enflasyon orani ve enflasyon kelimesinin internette aranma hacimleri ile ilgili
calismalara ulasilabilmistir.

1.1 Enflasyon ile ilgili Calismalar

Ilk grupta enflasyon orani ve enflasyonla ilgili kelimelerin internette arama motorlarinda aranma
hacmini inceleyen calismalar yer almaktadir. Li vd. (2015), Cin icin yaptiklari arastirmada Google
Trend’den elde ettikleri verilerle olusturduklar veri setinin Cin Istatistik Kurumu tarafindan
aciklanan enflasyon verileri ile giiclii bir iliski icinde oldugunu tespit etmislerdir. Wei vd. (2017),
13 lilkede Google Trend arama hacmi verilerinin enflasyon ile iliskisini MIDAS modeli ile
olusturulmus PVAR analiziyle incelemistir. Calisma sonucunda elde ettigi bulgular Google Trend
arama hacmi ile TUFE arasinda yiiksek korelasyon oldugunu, arama hacminin TUFE soklarina
pozitif tepki verdigini gdstermektedir. Hassani ve Silva (2018), yaptiklari1 ¢alismada Google Trend
verilerinin enflasyon tahminlemesinde daha iyi sonuclar verebilecegini ama bu konuda daha fazla
calisma ile bu sonucun desteklenmesi gerektigini ifade etmektedirler. Bicchal & Durai (2019),
Hindistan i¢in yaptiklari calismada Google Trend aracilifiyla elde edilen enflasyon beklentilerinin
rasyonellik kriterlerini karsiladigini ve gercek zamanli internet aramalarinin para politikasi
belirlenme siireglerine katki saglayabilecegi sonuclarina ulasmislardir. Sahu & Chattopadhyay
(2020), Hindistan’da internet aramalarinin enflasyon beklentileri izerine bir miktar etkisi oldugu
sonucuna ulasmislardir. Zapata & Ciro (2020) Kolombiya'da internette Merkez Bankasi, Piyasa
Sepeti ve Yasam Maliyeti kelimelerinin arama endeksini kullanarak enflasyon beklentileri
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tizerindeki anlasmazliklari tespit etmeye calismislardir. Calisma sonucunda, tiiketicilerin Google
tizerinden elde ettikleri bilgiler ile enflasyon beklentileri iizerindeki anlasmazliklarini azalttiklari
tespit edilmistir. Jha & Sahu (2020), Hindistan icin Yeni Keynesyen Philips egrisine dayali
enflasyon tahmini yapmis ve internet aramasina dayali enflasyon beklentisinin hane halki
enflasyon beklentisine dayali anketlerden ve AR(1) gibi geleneksel tahmin yontemlerine gore
daha iyi sonuglar verdigini soylemektedirler. Hariadhy vd. (2022), Endonezya’da Google Trend
verilerini kullanarak finansal teknoloji diizeyini ve bu diizeyin enflasyon oranina etkilerini
incelemislerdir. Calisma sonucunda, finansal teknolojinin gelismesiyle birlikte enflasyon
oranlarinin azaldigin1 ve daha stabil hale geldigini tespit etmislerdir. Bleher & Dimpfl (2022),
Google Trend arama endeksi ile Euro bolgesinde tutarl bir enflasyon tahmini yapilabilecegini ve
yine bu degiskenler araciligiyla tiiketim kredisi artis hacminin de es zamanh iligki icinde
olabilecegini bulmuslardir. Korenok vd. (2022), 37 iilke i¢in yaptiklar1 arastirma sonucunda
yuksek enflasyona sahip iilkelerde internet tizerinden ya da Twitter'’dan enflasyon ile ilgili
aramalarin ya da yazismalarin arttigini ve bu artisin da enflasyonun kontrol edilmesini
zorlastirdigini bulmuslardir.

1.2. issizlik ile ilgili Caligmalar

Ikinci grupta ise, issizlik oranlar ve issizlikle ilgili kelimelerin internette arama motorlarinda
aranma hacmi ile iligkisini inceleyen c¢alismalar bulunmaktadir. Fondeur & Karame (2013),
Fransa’da Google Trend verilerinin geng issizlikle iliskisini Kalman filtresinin degisik bir
versiyonunu kullanarak incelemis ve sonug olarak, Google Trend verilerinin issizlik tahminleri
icin iyi bir yontem oldugunu tespit etmislerdir. Chadwick & Sengtil (2015), Ttrkiye i¢in yaptiklar
calismada, Google Trend verilerinin tarim disi istihdam verilerini tahmin etmedeki basarisini
O6lcmeye calismislardir. Elde ettikleri sonuclar, Google Trend verileri ile olusturulan modellerin
geleneksel modellere gore daha yliksek tahmin diizeyine sahip oldugunu goéstermektedir.
Naccarato vd. (2018), italya’da ki genc issizlik oran1 ve Google arama trendini incelemislerdir.
Calismada, resmi is giicii anketi ve Google Trend verileri kullanilarak iki farkli model
incelenmistir. Elde edilen sonuclar Google Trend aracilifiyla olusturulan modelin anketlere gore
ortalamaya daha yakin sonuglar verdigini gostermektedir. Nagao vd. (2019), Google Trend
verilerinin her zaman issizlik tahminlerini iyilestirmeye katkida bulunamadigimi ifade
etmektedirler. Mihalea (2020) Romanya i¢in yaptig1 ¢calismada, Google Trend’de issizlik ile ilgili
yapilan arama hacminin issizlik ile iliskisinin pozitif oldugunu tespit etmistir. Panel ekonometrik
yontemler kullanilarak yapilan bu calisma her Romanya’nin her bir sehrini ve o sehirlerdeki
arama hacimlerini dikkate almaktadir. Fajar vd. (2020), Covid-19 pandemisi déneminde
Endonezya’da Google Trend verileri il issizlik tahmini olusturmaya ¢alismis ve ARIMAX modeli ile
yaptiklari analizde issizlik tahminin geleneksel yontemlere kiyasla daha basarili oldugunu ifade
etmislerdir. Sotis (2021) ise Covid- 19 doneminde “semptomlar”, “issizlik” ve “haberler”
kelimelerinin Google’da aranma sikiligin1 ve birbirleri ile iliskisini incelemistir. Pandemi
oncesinde bu kelimeler arasinda herhangi bir iliski tespit edilemezken, pandemi basladiktan
sonra issizlikle ilgili aramalar artarken diger kelimelerle ilgili aramalar azalmis ama diger
kelimelerin arama hacmi arttifinda ise issizlik kelimesinin arama hacmi de artmistir. Mulero &
Garcia (2021), ispanya’da Google Trend verileri ile geleneksel yontemleri kiyaslayarak issizlik
tahmini yapmaya calismis ve Google Trend arama hacmi ile yapilan analiz sonuglarinin daha
basarili sonuclar verdigini belirtmislerdir. Simionescu & Faura (2022), Ispanya ve Portekiz icin
yaptiklar1 c¢alismada Google Trend verileri issizlik oranlarina yonelik tahminlerinin
iyilestirilmesine yardimci oldugu sonucuna ulasmislardir. Sentiirk (2022) 2005- 2020 yillar
arasinda aylik veriler kullanarak Tiirkiye'de issizlik ve Google Trend arama hacmi iliskisini
incelemistir. Calisma sonucunda Google Trend verilerinin issizlik oranini tahmin etmede basarili
sonuglar verdigini belirtmistir.

1.3. Igsizlik ve Enflasyonun Se¢gmen Davramislarina EtKisi ile ilgili Calismalar

Giris kisminda yer alan acgiklamalar 1siginda ilgili literatiirde sefalet endeksinin se¢men
davranislarina etkisi de incelenmistir. Kiewiet (1981), calismasinda issizlik kaygilarinin
se¢cmenlerin tercihleri iizerinde biiyiik bir etkiye sahip oldugu sonucuna ulasmistir. Powell &
Whitten (1993), enflasyon ve issizlik verilerinin mevcut hiikiimetlerin ideolojik goriisi ve
popiilerligi ile birlikte segmen kararlarini etkiledigini ifade etmektedir. Veiga & Veiga (2004),
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Portekiz'de issizlik ve enflasyon verilerinin mevcut hiikiimetlerin performansina goére se¢cmen
kararlarin1 etkiledigini, gelecekle ilgili beklentilerin ise ¢ok fazla 6dnemsenmedigini ortaya
koymaktadir. Bu bilgiler 1s181nda, karar vericilere hizli ve tutarh bilgilerin ulasmasinin 6nemi de
ortaya ¢ikmaktadir.

Ilgili literatiir taramasi incelendiginde, genellikle issizlik ve enflasyon kelimelerinin ayr1 ayr ele
alindigi, iki kavramin da oranlarinin bilesimiyle olusturulan Okun’un sefalet endeksinin
modellenmedigi g6zlemlenmistir. Ayrica, zaman serilerinde keskin degisimleri dikkate almadan
yapilan ekonometrik analizlerde elde edilen sonuclarin yaniltici olabilecegi de goz o6nilinde
bulundurularak yapisal kirilmali birimkok ve esbiitiinlesme analizleri tercih edilmistir. Bu sekilde,
yapilan ¢alismanin literatiire orijinal bir katki saglayabilecegi diisiiniilmiistiir.

2. Veriler ve Metodoloji

Bu calismada, Okun tarafindan olusturulan sefalet endeksi ve Google Trend'de “Issizlik” ve
“Enflasyon” kelimelerinin aranma hacmi endeksi arasindaki iliski yapisal kirilmay1 da dikkate alan
modellerle incelenmektedir. Calismada Tiirkiye 6rnegi ele alinmistir ve incelenen dénem Ocak
2006 ve Aralik 2022 yillarini kapsayan aylik verilerden olusmaktadir. Serilerin tamaminin dogal
logaritmasi alinmistir. Degiskenlerle ilgili aciklamalar asagidaki tabloda verilmistir.

Tablo 1: Degiskenlerin tanimlari ve alindiklar1 kaynaklar

Degiskenin Kisaltmasi Tam Adi Alindig1 Kaynak
Imisery Logaritmas1 Alinmis Sefalet The Global Economy
Endeksi
Igooglemisery Logaritmasi Alinmis Google Google Trend

Trend’de Yapilan Igsizlik ve
Enflasyon Kelimelerinin
Aranma Endeksi Toplamiyla
Olusturulmus Olan Sefalet
Endeksi

Calismada, degiskenlerin yapisal kirilma altinda birim kok icerip icermedigi ve yine yapisal
kirilma altinda esbiitiinlesik olup olmadiklar1 tespit edilmeye ¢alisiimistir. Buna ek olarak,
degiskenler arasinda nedensellik iliskisinin varligi Granger nedensellik analizi yardimiyla
incelenmistir. Calismaya teskil eden temel denklem asagida verilmistir.

Imisery = ay + ajlgooglemisery + & (D

4.5

4.0

3.5

3.0

2.5

2.0

T —
2006 2008 2010 2012 2014 2016 2018 2020 2022

[ —— misery —— googlemisery ]
Sekil 1: Degiskenlere ait grafik

Sefalet endeksi ve Google Trend arama hacmi grafikleri incelendiginde her iki degiskenin de genel
anlamda bir artis trendi icerisinde oldugu gézlemlenmektedir. Ancak, Google Trend degiskeninde
volatilitenin nispeten daha fazla oldugu sdylenebilir.
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2.1. Zivot-Andrews Yapisal Kirilmal Birim Kok Testi

Yapisal kirilmalar bir¢ok zaman serisinde ortaya cikabilmektedir. Veriler incelenirken bu
kirilmalarin goz ardi edilmesi durumunda serilerin duraganlik sonuclarinda tutarsizliklar ortaya
¢ikabilir. Eric Zivot ve Donald W.K. Andrews (1992) tarafindan gelistirilen, serilerde yapisal
kirilmanin bulundugu, Perron’un birim kok testinin degisik bir versiyonunu oénermislerdir.
Yapisal kirilma noktasi tespit edildikten sonra ise birim kok sorunu olup olmadigini bulmak i¢in
de ¢ farkli model uygulamislardir;

Ye = a+by_1+ B +6DU(0) + X5_; dj Ayej +ue (Model 1)
Ve =a+by,_1+ P + DT (o) + Z?zl dj Ay;_j + uy (Model 2)
Ve = a+by_1 + B + @DU(0) + DT (0) + X5_; d; Ayej + ue (Model 3)

Zivot ve Andrews tarafindan olusturulan bu modellerden birincisi diizeyde kirilmayi, ikincisi
egimde kirilmayi, tgciinciisii ise hem egim hem de diizeyde meydana gelen kirilmayi temsil
etmektedir. t = 1,2,3,4....... T seklinde devam eden zamani, Tp kirtlma zamanini ifade

ederken (g) = Ty /T (0 € (0.15,0.85)) nispi kirllmanin yansitilmasini temsil etmektedir.
Modellerde yer alan DU ortalamadaki kirilmayi, DT de trendde meydana gelen kirilmay: gosteren
kukla degiskendir. DU ve DT kukla degiskenleri olusturulurken, t >Tg durumundayken 1 diger
kosullarda ise 0 degerini almaktadir. Kirilma tarihinin tespit edilmesi icin T-2 sayida regresyon
olusturulur ve b parametresi i¢in en kiiciik t istatistik degerini veren modeldeki ilgili tarih kirilma
zamani olarak kabul edilir (Glynn vd., 2007:68).

2.2. Gregory- Hansen Yapisal Kirilmali Esbiitiinlesme Analizi

Gregory — Hansen Esbiitiinlesme testi, Engle - Granger Esbiitiinlesme testinin genisletilmis bir
versiyonudur. Bu teste gore, bilinmeyen yapisal kirilma tarihine ait yapisal kirilma altinda
esbiitiinlesmenin oldugu hipotezine karsin yapisal kirilma altinda egbiitiinlesmenin olmadigi
alternatif hipotez test edilir. Yapisal kirillma tarihi dissal olarak bilinmedigi i¢cin bu modelde i¢sel
olarak tahmin edilir (Gamal & Dahalan, 2015: 187-188). Gregory- Hansen esbiitiinlesme
analizinde iliskinin tespiti amaciyla ti¢ model sinanmaktadir.

Vi = a4 +a, DUy, + b1 Z +uy (Model 1)
Yt = al + azDUtk + ugt + b]_Zt + ut (Model 2)
Yt = al + azDUtk + blzt + bZZtDUt + ut (Model 3)

Bu modellerde Y¢ bagimh degiskeni temsil ederken Z; ise bagimsiz degiskeni ifade etmektedir.
a,diizeydeki degisimden onceki katsayiyi, a, ise kirllma zamanindaki degisimi gostermektedir. b;
zamandaki kirilmadan onceki esbiitiinlesme egim katsayisini, b, ise kirilmadan sonraki
esbiitiinlesme egim katsayisini temsil etmektedir. Biitiin modellerde eger t>k ise DUy, =1
degerini almaktadir. Aksi durumda ise kukla degisken 0 degerini almaktadir. Kirilma dénemi ise t
istatistiginin kritik degerlere kiyasla en diisiik oldugu noktada segilmektedir (Gregory & Hansen,
1996: 556).

3. ANALIZ SONUCLARI

Calismanin bu kisminda degiskenler icin dncelikle yapisal kirilmay:1 da igeren Zivot-Andrews
birim kok testi uygulanmistir. Daha sonra da yine yapisal kirilmayi dikkate alan Gregory-Hansen
Esbutiinlesme testi yapilmistir. Seriler arasinda esbiitiinlesme iliskisi tespit edildigi icin de
Granger Nedensellik analizine basvurulmustur. Elde edilen sonuglar asagida raporlanmistir.

Tablo 2: Degiskenlerin Diizey Degerleri I¢in Yapilmis Zivot — Andrews Birim Kok Testi

Degisken Imisery Igooglemisery %1 cv %5 cv %10 cv
Model 1 -4.001582 -3.928310 -5.34 -4.93 -4.58
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(02/2011) 04/2009
-3.341039 -4.381405
Model 2 -4.80 -4.42 -4.11
(05/2015) 09/2012
-3.927203 -4.430633
Model 3 -5.57 -5.08 -4.82
(02/2011) 02/2012

Her iki degiskene ait t istatistik degerlerinin kritik degerlerden daha diisiik olmasi durumunda
serilerin yapisal kirilma altinda duragan olmadiklar1 yoniindeki bos hipotez reddedilebilmektedir.
Parantez icerisinde verilen tarihler kirilma zamanini géstermektedir. Serilerin diizey degerleri
kullanilarak yapilan Zivot - Andrews birim kok testi sonuglarina goére degiskenlerin tamaminin
%1 ve %5 anlamhlik diizeylerinde yapisal kirilma altinda duragan olmadiklarn
gozlemlenmektedir. Igooglemisery degiskeninin, model 2 ve model 3’te yalnizca %10 anlamlilik
diizeylerinde yapisal kirllma altinda duragan oldugu gozlemlenmektedir. Ancak, anlamlilik
diizeyinin diisiik olmasindan 6tiiri serilerin birinci farklari alinarak tekrar Zivot - Andrews birim
kok testi yapilmistir.

Tablo 3: Degiskenlerin Birinci Farklari i¢cin Yapilmis Zivot - Andrews Birim Kok Testi

Degisken Almisery Algooglemisery %1 cv %5 cv %10 cv
-9.205166* -12.25747*

Model 1 -5.34 -4.93 -4.58
(04/2009) 02/2019
-8.916625* -11.62661*

Model 2 -4.80 -4.42 -4.11
(04/2011) 01/2016
-9.269131* -12.52377*

Model 3 -5.57 -5.08 -4.82
(04/2009) 02/2019

Not: * %1 kritik degerde anlaml

Her iki degiskenin de birinci farklar1 alinarak yapilan Zivot - Andrews birim kok testi sonuglari
incelendiginde serilerin tamaminin %1, %5 ve %10 anlamlilik diizeylerinde yapisal kirilma
altinda duragan olduklar tespit edilmistir.

Tablo 4: Gregory - Hansen Esbiitiinlesme Analizi Sonuclar:

Kirllma Yilh  tistatistigi %1 %5 %10
Model 1 02/2016 -9.524* -5.13 -4.61 -4.34
Model 2 06/2017 -9.514* -5.45 -4.99 -4.72
Model 3 08/2012 -9.570* -5.47 -4.95 -4.68

Not: * %1 kritik degerde anlaml

Sefalet endeksi ve sefalet endeksinin Google Trend’de aranma hacmi arasindaki egbiitiinlesme
iliskisinin tespiti amaciyla yapilan Gregory- Hansen esbiitiinlesme analizinin sonuclari
incelendiginde, tiim modellerde elde edilen t istatistik degerlerinin Gregory & Hansen (1996b)
calismasindaki tabloda verilen kritik degerlerden diisiik oldugu go6zlemlenmistir. Yani, tiim
modellerde yapisal kirilma altinda serilerin esbiitiinlesik olmadig1 yoniindeki Ho hipotezi
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reddedilmektedir. Degiskenlerin yapisal kirilma altinda esbiitiinlesik oldugu sonucuna
ulasilmistir. Bu sonuglar bize degiskenler arasinda en az bir nedensellik iliskisinin var
olabilecegini gostermektedir.

Degiskenler arasindaki iliskinin tespiti amaciyla yapilan birim kok testleri ve esbiitiinlesme
analizleri sonucunda, her iki degisken arasindaki nedensellik iliskisinin de ele alinmasi gerektigi
sonucuna ulasilmistir. Nedensellik analizine baslamadan 6nce VAR modeli olusturulmus, modelde
otokorelasyon ve degisen varyans sorunlarinin olmadig1 tespit edilmistir. Hannan Quinn ve
Schwarz bilgi kriterlerine gére uygun gecikme sayisi 8 olarak belirlenmistir. Elde edilen Granger
nedensellik analizi sonuclari asagida paylasilmistir.

Tablo 5: Granger Nedensellik Analizi Sonuglari

Ki-Kare Degeri Prob. Degeri
Igooglemisery => Imisery 42.32 0.0000
Imisery => Igooglemisery 77.85 0.0000

Granger nedensellik analizi sonuglarina bakildiginda, lgooglemisery degiskeninden Imisery
degiskenine dogru nedenselligi inceleyen ve birinci degisken ikinci degiskenin nedeni degildir
seklindeki Ho hipotezi reddedilmektedir. Yani, Igooglemisery lmisery degiskeninin nedenidir.
Aynmi sekilde Imisery’den lgooglemisery degiskenine dogru nedenselligi inceleyen analiz
sonucunda da Ho hipotezi reddedilmektedir. Her iki durumda da prob. Degerleri %1 anlamlilik
diizeyinde anlamli sonu¢ vermektedir. Yapilan analiz her iki degiskenin de birbirlerinin Granger
nedeni oldugunu géstermektedir.

SONUC VE DEGERLENDiRME

Diinya’da internet teknolojisinin yayginlasmasi ve kullaniminin artmasi hem hayati kolaylastiran
bir unsur olarak karsimiza ¢ikmakta hem de insan davraniglarinin analizini yapmada karar
vericilere yol gosterebilmektedir. Karar verici pozisyonunda yer alan hiikiimetlerin vatandaslarin
beklentilerini ve endiselerini gézlemlemesi hem kendi istikbali hem de vatandaslarin refahi
acisindan 6nemli bir husustur. Vatandaslarin mevcut yonetime bakis a¢isini belirleyen en 6nemli
ekonomik faktorler ise “issizlik” ve “enflasyon” olarak karsimiza ¢ikmaktadir. Bu iki kavram
kullanilarak gelistirilen Okun’un sefalet endeksi, vatandaslarin yoneticilere karsi olan begeni
durumunu isaret edebilecek gostergeler olarak sayilabilir.

Bu calismada, sefalet endeksi ve sefalet endeksinin bilesenleri olan enflasyon ve issizlik kelimeleri
ile Google arama motorunda aranma hacmi arasindaki iliski incelenmeye calisilmistir. Yapilan
yapisal kirllmay1 da dikkate alan Zivot- Andrews birim kok testi sonuclari serilerin birinci farkinda
duragan oldugunu gostermektedir. Yine yapisal kirilmayr dikkate alan Gregory-Hansen
esbiitiinlesme analizi sonuglar1 da tim serilerin yapisal kirllma altinda esbiitiinlesik oldugunu
ifade etmektedir. Son olarak, Granger nedensellik analizi sonucunda da degiskenlerin
birbirlerinin Granger nedeni oldugu gézlemlenmistir.

Elde edilen sonuclar, yalnizca bu iki degiskenin birbirinin nedeni oldugunu gosterse de,
Turkiye’de 0Ozellikle 2016 yilindan itibaren gozlemlenen déviz kuru soklar1 enflasyonun
ylukselmesinde dnemli bir sebep olarak gosterilmektedir. Enflasyon oraninda meydana gelen bu
artisin internet aramalarinda bir artisa neden oldugu ve yiikselen enflasyon oranlari nedeniyle
insanlarin fiyat artis korkusuna kapilarak hareket ettikleri degerlendirilebilir. Yani, bir nevi
enflasyon sarmalinin ortaya ¢ikmis olmas1 muhtemeldir. Uretici fiyatlarda ortaya ¢ikan yiikselisin
devamli olacagi korkusuna kapilarak maliyet artisi olmasa dahi fiyatlar1 artirma egilimine girmis
olabilecektir. Issizlik oranlari ise enflasyon oranlarina nazaran daha stabil bir seyir izlemektedir.
Ozellikle dogal issizlik oraninin OECD ortalamasinin yaklasik dért puan iizerinde olmasi dikkate
alindiginda, issizlik rakamlarinin stabil kalmasinda 6nemli bir rol oynadig1 séylenebilir. 2019
yilina kadar %10 civarlarinda olan issizlik oranlari, 2019 yili1 basinda %15 seviyelerine ¢ikmis ve
glinlimiize ise tekrar %10 seviyelerine yaklagsmistir. Pandemi siirecinde Tiirkiye’de uygulanan
diisiik faiz yliksek kur politikasi ile yatirimlarin azalmamasi adina 6zellikle enflasyon oraninda
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artisin tercih edildigi s6ylenebilir. Bu nedenle de issizlik oraninin 2019 yili basindan itibaren
diisiis egilimine girdigi gdozlemlenmektedir.

Elde edilen tiim bu sonuglar, Tiirkiye’de enflasyon ve issizlik ile ilgili kararlar alinirken internet
arama motorlarinin da dikkate alinmasinin yararl olabilecegini gostermektedir. Karar vericiler,
para ve maliye politikalar1 konusunda gelistirecekleri politikalar1 vatandaslarin da fikirlerini
gozlemleyerek Kkararlastirmalari kendi ikballeri ve vatandasin refahi agisindan da
rahatlatabilecektir. Bu ¢alisma sonucunda elde edilen bulgular, TCMB’nin enflasyon beklentilerini
Olcerken ankete alternatif olarak Google Trends vb. arama motorlarini da dikkate almasinin
yararli olabilecegini gostermektedir. Ayica, ¢alismada ulasilan sonuglar 1si8inda Tirkiye'de
enflasyon olgusunun issizlikten daha fazla oranda sefalet endeksini etkiledgini soylemek
miimkiindiir. Enflasyon oranini azaltici para ve maliye politikalar1 uygulanarak sefalet endeksini
daha diisiik seviyelere indirmek miimkiin olabilecektir.
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EXTENDED ABSTRACT
GENISLETILMIS OZET

DO SOME WORD SEARCHES ON GOOGLE AFFECT THE MISERY INDEX?

Giris ve Calismanin Amaci (Introduction and Research Purpose): The misery index, which was
developed by Arthur Okun and represents the sum of unemployment and inflation, is an important indicator
that represents the welfare level of citizens living in a country. Developments in information and
communication technologies have made it easier for people to research these factors via the Internet. These
studies are presented as a new variable by data providers. The Google Trend service has been an important
data source in this area. Search frequencies on Google are prepared as an index. This index represents people's
curiosity about the related word. This study aims to determine the effect of people's interest in the words
unemployment and inflation on the misery index in Turkey.

Kavramsal/kuramsal ¢erceve (Literature Review): There were no studies directly related to the subject in
the databases examined on the search volumes of the misery index and the components that make up the
misery index, which are discussed in this study on Google. In the relevant literature, studies on the search
volume and inflation rate of the word unemployment and unemployment on the internet and the search
volumes of the word inflation on the internet can be found. Li et al. (2015), Wei et al. (2017), and Sahu &
Chattopadhyay (2020) have determined that the search index of the word inflation has an effect on inflation.
Fondeur & Karame (2013), Chadwick & Sengiil (2015), and Naccarato et al. (2018), on the other hand, reveals
that the volume of unemployment searches on Google is a successful variable in estimating the unemployment
rate. Since there is no study on the misery index and internet search index in the relevant literature, this study
will help to close this gap in the literature..

Yontem ve Bulgular (Methodology and Findings): In this study, Google Trend Unemployment and
Inflation search index and misery index variables were used for Turkey. The period of January 2006-
December 2022 is analyzed. Considering that the series may undergo sudden changes in some periods, models
that take into account the structural break were preferred. According to the unit root test, the series were found
to be stationary at the first difference. According to the Gregory-Hansen cointegration test, it was determined
that the variables were cointegrated under structural break. Granger causality analysis shows that both
variables are the cause of each other.

Sonu¢ ve Oneriler (Conclusions and Recommendation): These results show that it may be beneficial to
consider internet search engines while making decisions about inflation and unemployment in Turkey.
Decision makers will be able to make decisions about monetary and fiscal policies by observing the opinions
of the citizens, which will relieve them in terms of their own well-being and the welfare of the citizens.
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