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BiR DiYALOG ORTAMI OLARAK URETKEN YAPAY ZEKA:
TASARIMDA ANLAMSAL ARAYIS SURECININ TEMSILI”

GENERATIVE ARTIFICIAL INTELLIGENCE AS A DIALOGUE MEDIUM:
REPRESENTATION OF THE SEMANTIC QUEST PROCESS IN DESIGN
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Tasarim siireci, birbirine bagli ve yinelemeli adimlar iceren déngiisel bir yapiya sahiptir. Uretken yapay
zeka, tasarlayan ile diyalog kurarak tasarim siirecine yeni bir ortam 6nerir. Bu ortam, siirecteki iliskilerin
kesfine izin verir ve dongiisel yaklasimin deneyimlenmesine olanak saglar. Calisma bu dogrultuda, tretken
yapay zekadnin temsil Uretebilme potansiyeli Gzerine odaklanir ve “Uretken yapay zeka, kavramsal ve
bigcimsel iligkilerin kesfedildigi anlamsal arayis siirecinde bir ortam olarak kullanilabilir mi?” sorusunu
arastirir. Calismada ‘uygulama odakll’ (practice-led) arastirma yontemi benimsenmistir. Bu kapsamda bir
slire¢ deneyini iceren ¢alisma, Uretileni temsil etmek yerine temsille Gretmeye odaklanir. Metinden imgeye
ve imgeden imgeye olmak lizere iki fazdan olusan sureg, Uretken yapay zekanin olanaklarini ve kisitlarini
gorebilmek igin bir arastirma ve kesif ortami olarak kullanilmistir. Sonug olarak tasarlayan 6zne ve lretken
yapay zeka is birliginde tek tiklamayla donuk gorseller olusturmak yerine devingen temsillerin

Uretilebilecegi anlasilmistir. Bu anlayis, yeni bir ortamin tanimini Uretirken gelecekteki benzer
deneyimlerin yorumlanabilmesine zemin hazirlar.

Anahtar Kelimeler: Uretken Yapay Zeka, Kavramsal Tasarim, Uygulama Odakli Arastirma, Metinden
imgeye, imgeden imgeye.

Abstract

The design process has an iterative structure with connected and repetitive steps. Generative artificial
intelligence (GAIl) offers a new medium to the design process by creating a dialogue with the designer. This
medium allows the iterative approach to be experienced by allowing the exploration of the relations in the
process. The study investigates the potential of GAl in creating representations, and it aims to answer the
question: “Can GAIl serve as a medium during the semantic quest, where conceptual and formal relations
are analyzed?”. Also, the study is based on a ‘practice-led’ research method. The process experiment
focuses on creating with representation rather than representing what is created. GAl is used as a research
and exploration medium to see the possibilities in the experiment, which consists of two phases: text-to-
image and image-to-image. As a result, it has been realized that dynamic representations can be created
in the collaboration between designer and GAI.
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1. Giris

Tasarim slireci, zihinsel pratiklerin temsillerle goérindr kilindigi devingen yaratimlardir.
Pek cok tasarimci, sorgulama, diisinme ve anlama pratiklerinde fikirlerini somutlastirmak ve
kayit altina almak amaciyla eskiz, diyagram, model gibi temsil araglarini kullanmaktadir. Bu
‘tasarlanan’ ile diyalog kurma hali, islevsel ve estetik bilesenlerin kesisiminde konumlanan bir
arayisa karsilik gelir. Arayis siireci ise gerektigi noktalarda yinelemeli, geri beslemeli ve dongisel
seyirde olma egilimindedir. Goldschmidt’e gore (1991:125) tasarim sureci bilginin incelenmesini,
donistirilmesini, rafine edilmesini ve fikirlerin iletisimini saglayan temsillerin Uretilmesini
gerektirir. Hansmeyer ve Dillenburger (2013) ise tasarim sirecinin, beklenen ile beklenmeyen,
kontrol etme ile vazgegme arasinda hassas bir denge kurdugunu belirtir. Algoritmalar rastlantisal

olmadig icin deterministtir; ancak sonugclarin batindyle 6ngérilebilir olmasi da gerekmez.

Deneme-yanilma, belirli bir asamaya geri donme, geri besleme gibi donguisel yaklasimi
destekleyen taktikler tasarim sirecinin kritik eylemleridir. Bu dongusellik hem alisilagelmis
geleneksel tasarim araclariyla hem de varyasyonlar Ureten yapay zekd ortakliginda
deneyimlenebilmektedir. Fakat taniml bir kurgu iceren ve baglam bilgisi gerektiren kavramlarla
calismak belirli bir disiplin 6zelinde bilgi birikimine sahip olmayi gerektirir. Turan ve Altas
(2003:16), tasarlayan 6znenin imgeyi bir kavram dogrultusunda zihinde gorsellestirmeye
calistigini ifade eder. ilk asamada ‘net olmayan bir bicimde beliren imgeyi gelistirip, onun
gosterimini hazirlar. Burada s6z konusu olan, gelisme asamasinda ¢ok ham ya da ilkel
sayilabilecek bir kavramin gelistirilip islenebilir bir diizeye getirilmesi ve sunulmasidir. Bu noktada
tasarlayan 6znenin temsil ve ifade ortamlari lzerinde bilgi ve yetkinlik dizeyleri belirleyici
olmaktadir’. Bu sebeple tasarimcinin, tasarimin temel bilgisi ve kurallari ¢ergevesinden tretken
yapay zekayi kullanmasi siirecin potansiyelini arttirabilir. Potansiyelin belirmesine veya gorinir
kihnmasina destek olan ise tasarlayan 6znenin perspektifidir. Aksi halde Uretilen duragan imge

salt estetik kaygilarla bir araya gelebileceginden kurgusalliktan 6teye gecemez.

Bu baglamda makale, Uretken yapay zekanin temsil Uretebilme potansiyeli lizerine
odaklanir ve “liretken yapay zeka, anlamsal arayis slirecinde bir ortam olarak kullanilabilir mi?”
sorusunu arastirir. Calisma kapsaminda “anlamsal arayis slireci” kavramsal ve bigimsel iliskilerin

arastirildigi ve kesfedildigi siireg olarak tanimlanmustir. Tasarimci-tretken yapay zeka is birliginde
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temsiller Uretirken silrecin dinamiklerini incelemek ¢alismanin amacini olusturmaktadir. Bu
yaklasim ile makale, tasarimcinin anlamsal arayis slrecinde Uretken yapay zeka kullanimina

yonelik bir model 6nerisi sunmaktadir.
2. Literatiir Taramasi

Bliylk veri kiimesi ile galisan, acik kaynakli tretken yapay zekadnin erisilebilir hale
gelmesiyle birlikte tasarimci-yapay zeka is birligine dayanan temsiller Gretilmeye baslamistir. Bu
is birliginde siireg, sonsuz deneme ve yineleme (iterasyon) potansiyeline sahiptir. Temsiller,
strecin dogasi geregi tasarimin belirli bir kosulunu karsilayana veya belirli bir islemi tamamlayana
kadar tekrarlanabilir. incelenen literatiir, metinden imge ve imgeden imge (ireten yapay zekanin
tasarim sireglerinde kullanimini arastiran ¢alismalari kapsamaktadir. Metinden imge Ureten
modeller, milyonlarca imge-metin dizisi (izerine egitilen, dil ve gorsel nitelikler arasindaki iliskileri
dgrenen bir makine 6grenimi yontemini kullanir. imgeden imge iireten modeller ise, birden fazla
imgenin ve metin istemlerinin verilerini analiz ederek kompozisyonlarin birlestirilmesini ve yeni
imgeler olusturulmasini saglar. Uretken yapay zeka ve tasarimci diyalogunun tasarim siireclerine
etkilerini sorgulayan ve calismanin tim sirecine altlik olusturabilecek yaklasimlar Uzerine

durulmustur.
2.1. Tasarim Siireci ve Uretken Yapay Zeka

Tasarim; tasarlayan, tasarlanan ve Ureten 6zneler arasinda bir diyalog ortami olarak
tanimlanir (Picon, 2020:15). Uretken yapay zekanin bu diyalog ortamina dahil olma bigimlerinin
sorgulanmasi, tasarim siirecine olasi etkilerinin anlasilabilmesi igin kritiktir. Beyan ve Rossy
(2023:53), sistematik literatlir analizi Gzerinden Uretken yapay zekanin tasarim siirecine nasil
entegre edilebilecegini ve tasarimcilarin bu ortamdan nasil yararlanabilecegini tartismistir.
Calisma, Uretken yapay zekanin tasarim varyasyonlarinin kesfine izin verdigini belirtir. Ancak
yapay zeka ile olan diyalog ortaminin, kullanicilarin istem (prompt) tzerinden talimat verme
yetenegine bagl oldugunu ifade eder. Dai vd. (2023:80) ise bu diyalog ortaminin potansiyellerine
vurgu yaparak tasarimci ve Uretken yapay zekd diyalogunun kavramsal yaklasim siirecinde

bilginin kesfi icin firsatlar olusturabilecegini aktarir.
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Calismalar Urretken yapay zekanin, tasarim siirecinde fikirlerin tesadiifen kesfedilmesini
sagladigi ve yaratici zihniyeti destekleyebilecegi gorisiindedir (Pena vd., 2021:26; Eroglu ve Giil,
2022:581; Gmeiner vd., 2023:16; Kulkarni vd., 2023:17; Paananen vd., 2023:1; Arda, 2024:217-
218). Bu goriusler dogrultusunda ve “varyasyonlarin kesfi retken yapay zeka ile nasil
kolaylasabilir?” sorusu ekseninde, temel meselenin tasarimcinin disiinme ve anlamlandirma
refleksleriyle baglantili oldugunu sdylemek miimkiindiir. Uretken yapay zekanin siirece etkisini
anlayabilmek igin tasarimcinin refleksine ve tasarimin dogasina odaklanmak yerinde olacaktir.
Terzidis (2006:1) tasarlama eyleminin yalnizca belirsiz, soyut ya da muglak olani degil, ayni
zamanda yakalanmasi gii¢ olani yakalama ¢abasini ifade ettigini savunur. Paralel bir yaklasimla
Ochoa ve Huang (2022:7), Uretken yapay zekayi, anlasiimasi zor olani ortaya ¢ikarmaya ve
tasarimcinin algilama potansiyelini artirmaya yardimci olacak donanimlar olarak tanimlar.
Tasarimci bu sirecte hem imgenin hem metnin imkanlarini kullanarak kavramsal iliskilerin
somutlastiriimasi ve tanimlanmasi igin bir sistem izler. Sistem tasarim fikrinin cercevesini
olusturur. Bu cercevenin olusturulabilmesi icin siire¢ hem ihtimallere agik olmali hem de
yinelenebilir bir yapida kesfe imkan tanimalidir. Cikis ve Ek (2010:329) bu yapiyi tanimlayarak
tasarimda kavramin gelistirilmesi icin tiretken yapay zekanin siirece entegrasyonunu destekleyen
oncll bir yaklasimi isaret eder. Ona gore tasarimin kavramsallastirma stirecinde (6zellikle gorsel
ve sozel boyutlar vurgulayarak), cizimin ve dilin temsil sistemleri olarak koordineli bir sekilde
kullaniimasi gereklidir. Metinden imge ve imgeden imge Ureten yapay zeka ortamlari bu
baglamda (Midjourney, Stable Diffusion, Dall-E, Runway, Krea Al, Lexica, DiffusionBee, Prome Al,
Vizcom Al, Adobe Firefly) hem goérsel hem de sozel olanla diisinmeye ve kesfetmeye olanak

saglar.

Literatlirdeki ¢alismalarin vurguladigi diger bir ortak goris, lretken yapay zekanin
yinelemeli distinme yoluyla tasarlama eyleminin déngisel yapisini koruyabilecegidir (Verganti
vd., 2020:223; Vermillion, 2022, Cheung ve Dall’Asta, 2023:126; Lim vd., 2023:207). Uretken
yapay zekadnin tasarim sirecine dahil olmasiyla yinelemeli dislincenin desteklenebilecegi
gorisleri ozellikle eskiz pratigi ile bagdastirimaktadir (Chan ve Spaeth, 2020:308; Yurman ve
Reddy, 2022:66; Karahan vd., 2023:84; Zhang vd., 2023:258). Eskiz, belirsiz olma hali Gzerinden

olasiliklari ve fikirleri davet eder, gérinir olanla olmayan arasinda birden fazla anlam (retebilir
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(Yurman ve Reddy, 2022:60). Sadece dnceden olusturulmus bir gériintiiniin temsil edilme eylemi
degil, cogu zaman bir imge arayisidir (Goldschmidt, 1989:133). Uretken yapay zekd hem temsil
etme hem de kesfetme (arayis) stiregleri icin yeni bir ortam 6nerirken, imge ve metin lzerinden
de eskizler Uretir. Diger bir deyisle UGretilen imgeleri tasarim siirecinin donglsel yapisini besleyen
eskizler olarak dislinmek mimkindur. Eskiz pratigini Schon ve Wiggins (1992:135), tasarimcinin
materyalleri ve kendisi ile diyalog kurmasi amaciyla kullandigini belirtir. Bu diyalog, diisinme
eylemlerini gelistiren/giclendiren, hesaplamali yaraticilik bicimi olarak da adlandinlir (Kavakoglu
vd., 2022:146). Oyleyse tasarlayan ve tasarlanan diyalogu tizerinden okundugunda, iiretken
yapay zekanin alternatif bir eskiz ortami Ureterek yinelemeli disinme bigimlerine katki

saglayabilecegi diisinllmektedir.

Tasarim sirecinin yinelemeli ve dongiisel yapisinin Uretken yapay zeka deneylerinde de
mevcut oldugunu belirten Karahan vd. (2023:98), mimari imgeleri tanimlamak ve Gretmek igin
kullanilan metin istemlerini analiz etmistir. Midjourney programi (zerinden gergeklestirilen
deneyde, calisma tamamlandiginda secilen imgeler ile olusturulan son imgelerin birbirinden
farkh oldugu goérilmistir. Ozellikle kavramsal asamada, tasarim gereksinimleri tiim detaylariyla
tanimlanmadigindan arayis eylemi belirli bir ¢6zim bulmaya yénelik olmamalidir. Bunun yerine
tasarimci-lretken yapay zeka diyalogu, gereksinimlerin ve bu gereksinimleri karsilayacak olasi
¢Ozumlerin bir kesfi olarak distintlmelidir. Bu perspektif ile tasarimci, eskizler tizerinden tasarim
yaklasimlarinin, fikirlerinin varyasyonlarini tretir ve bdylece siirecin kesfi devam eder. Zhang vd.
(2023:258), eskiz ve Uretken yapay zekanin bir tasarim girdisi olarak nasil kullanilabilecegini
arastirdigl calismada Uretken yapay zekanin, alternatiflerin Uretilmesine ve yeni tasarim
iliskilerinin kurulmasina katki sagladigini belirtir. Ayrica tasarimci-liretken yapay zeka is birliginde
eskizler lizerinden yaratici dislinceyi desteklemesi ve fikirler Gretmeye tesvik etmesi sebebiyle

yinelemeli dlstince potansiyelini vurgular.

incelenen literatiirde ortak olarak tartisilan bir diger yaklasim; iiretken yapay zekanin,
tasarim sireclerinde “paradigma degisikligine” sebep olabilecegidir. Fakat bu degisikligin
sebepleri ve tasarim disiplininde konumlandigi noktalar farklilasmaktadir. ilk paradigma
degisikligi 6grenme bigimleri ile iliskilendirilmistir. Tasarimin erken asamasina liretken yapay

zekanin entegrasyonunu arastiran Kavakoglu vd. (2022:141) gérme, disinme, yapma ve
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dénistiirme eylemlerinin bireyselden kolektife gectigi yeni bir paradigmadan bahseder. Uretken
yapay zekanin siirece dahil olmasinin “6grenci-6grenci ve 6grenci-yapay zeka arasinda karsilikh
o6grenme etkinliginin ortaya ¢iktigi bir akran 6grenme durumu olarak yorumlanabilecegini” ifade
eder. Kolektif eylem vurgusu bu yaklasimda énemlidir. Tasarimci kullandigi her ortam araciligiyla
bir 6grenme, bir anlamlandirma eylemi gergeklestirebilir. Fakat ortamin da tasarimcidan

(kullanicisindan) 6grendigi ve ona yanit verdigi bir yaklasim kolektif diyalog bicimini kurgular.

ikinci olasi paradigma degisimi tasarimcinin siirecteki misyonunun tamamen
doniisecegini vurgulayarak daha kokli bir degisime isaret eder. Verganti vd. (2020:224-225),
problem ¢6zme eyleminin biiylik oranda algoritmalar (lretken vyapay zeka) tarafindan
yUrittldigini belirtir ve tasarimin artik bir “anlamlandirma faaliyeti” haline geldigini, yani
tasarimcinin tasarlama eyleminden ziyade hangi sorunlarin ele alinmasi gerektigi ile ilgilenecegini
One slrer. Bu yaklasimin tasarim siireci agisindan derin etkileri vardir. Artik tasarlayan 6znenin
Uretken yapay zeka is birliginde yaptigl sey c¢oziimler tasarlamak degil, problem ¢6zme
dongdlerini tasarlamaktir. Calismada ek olarak, liretken yapay zekanin yeni bir tasarim nesnesi
ve yeni bir tasarim siireci olusturdugundan bahsedilir ve nesne-siirec iliskisini su sekilde agiklanir:
“llk dramatik degisiklik, tasarim pratiginin nesnesindedir. Tasarimin nesnesi degistiginde ise

tasarim sireci de doniismektedir” (Verganti vd., 2020:221).

Son olarak liglincl paradigma degisimi tasarimcinin diisinme ve ifade etme pratiklerinin
degisebilecegi gorisinde bulusur. Metin tabanl imge Ureten Uretken yapay zek3, fikirlerin dil ve
metin yoluyla kavramsallastirimasina izin verirken tasarimcinin zihinsel imgeleri sozel
actklamalarla dissallastirdigl yeni bir tasarim ortami énermektedir (Karahan vd., 2023:95). Bu
nedenle diislinme, tasarimi gelistirme, yeniden liretme, tasarlanan ile etkilesime girme ve hatta
tasarlanani ifade etme bicimlerinin de degisme potansiyeline sahip olabilecegi dislintiimektedir
(Celik, 2023:19; Paananen vd., 2023:12; Werker ve Beneich, 2023:584). Uretken yapay zeka ile
kurulan diyalog, tasarimcinin istem Uzerinden talimat verme yetenegine baghdir (Beyan ve Rossy
2023:68; Cheung ve Dall’Asta, 2023:122; Dortheimer vd., 2023:578). Bu paradigma degisikligi

temsil slregleri icin yeni bir okur-yazarlik bicimine isaret etmektedir.
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Uretken yapay zekanin, zaman verimliligi saglayarak tasarim sireglerinin “hiz”
kazanmasina olanak saglayabilecegi literatlirde tartisilan diger yaklasimdir. (Chase, 2003:470;
Danchenko, 2021:536; Jaruga-Rozdolska, 2022:103; Vermillion, 2022; Yildirim, 2022:461; Brisco
vd. 2023:1836; Beyan ve Rossy 2023:61). Zaman verimliligi ve hiz hem mevcut teknolojilerin hem
de iretken yapay zekdnin temel kazanglarindan biridir. Uretken yapay zek3, basit gorevlerin
yerine getirilebilmesiicin veri setlerini milyonlarca kez tekrarlama potansiyeline sahiptir. Bu islem
hizi ve kapasitesi dogrultusunda insan zekasinin yeteneklerinin Gstiinde temsiller saglamaktadir.
Kavram gelistirme ve Uretken yapay zeka iliskisini tartistigl calismasinda Brisco vd. (2023:1836),
metin tabanli imge Uretimini saglayan yapay zekayr “kavram gelistirme sirasinda fikirleri ve
varyasyonlari hizli  bir sekilde gorsellestiren, kavram seciminde ve/veya kavramin
gelistiriimesinde yorumlamayi ve karar vermeyi destekleyebilen yliksek ¢oziinlrlikte goriintiler
Ureten temsili bir ara¢” olarak tanimlar. Paralel bir ifadeyle Beyan ve Rossy (2023:63), liretken
yapay zekd araciligiyla metin ve gorintu ciftleri Gzerinden birka¢ saniye icinde imgeler
Uretilebildigini, bu stirecin de zaman verimliligi sagladigini belirtir. Zaman ve hiz lizerinden ele
alindiginda Uretken yapay zekanin, tasarim alternatiflerinin Gretilmesini kolaylastirarak tasarim
surecinin erken asamalarinin hizlandirilmasina ézellikle mevcut teknolojilerle 6nemli 6l¢lide

yardimci olacagi distunilmektedir.

Literatlir taramasi sonucunda ulasilan etkiler temelde dort baslik altinda bulusmaktadir.
Tasarim sirecindeki kullanimi {zerinden degerlendirildiginde Uretken vyapay zekanin;
varyasyonlarin kesfine imkan taniyabilecegi, yinelemeli disiinme yoluyla tasarim sirecinin
dongusel yapisini koruyabilecegi, tasarim disiplininde paradigma degisimlerine yol acabilecegi ve

tasarim sirecinin hizlanmasina katkida bulunarak zaman verimliligi saglayabilecegi anlasiimistir.

2.2. imge Ureten Ortamlarin Kavram Gelistirme Siirecinde Kullanimi

Tasarim slrecinde imge Ureten yapay zekanin, 6zellikle kavram gelistirme asamasinda?
kullanildigi calismalar literatirde siklikla goriilmektedir (Silvestre vd., 2016; Rodrigues vd., 2021;
Bank vd., 2022; Brisco vd. 2023; Dortheimer vd., 2023:576; Hanafy, 2023; Ploennigs ve Berger,

2023). Metinden imge ve imgeden imge Ureten mevcut teknolojiler ginimizde gercekgci ve

Lincelenen literatiirde ‘erken tasarim’, ‘erken fikir olusturma’ asamasi olarak da adlandirilmaktadir.
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kaliteliimgeler Uretse de halen tasarim bilgisi ile tasarim nesnesi arasinda timiuyle tutarl bir iliski
kurmamaktadir. Ornegin istemler araciligiyla gelistirilen mekan imgesi, lretken yapay zeka
ortaminda (profesyonel siireclerde oldugu seviyede) modellenememekte ve teknik ifadeler farkli
temsillerde karsihigini bulamamaktadir. Mevcut teknolojideki kisitlar sebebiyle g¢alismalarin
kavram gelistirme asamasina odaklandigi diisiinilmektedir. Uretken yapay zekdnin mimarideki
kavramsal tasarim sorunlarini arastiran Pena vd. (2021:26), 2015 yilindan itibaren yayinlarda
dikkat cekici bir artis oldugunu belirtir. Fakat bu ortamlar, literatirde farkli acilardan
tartisiimasina ragmen halen kavram gelistirme asamasi icin tanimh (ortak) bir akis modeli
dnermemektedir. Uretken yapay zek3, 6zellikle kavram gelistirme asamasinda muglaklik halini
artirarak, genis veri setleriyle birlikte olasiliklar, geleneksel olanin Gtesine genisletebilme
potansiyeline sahiptir. Bu sebeple hem tasarim egitiminde hem de profesyonel siireclerde

Uretken yapay zekdanin kavram gelistirme asamasina etkilerinin tartisilmasi 6nemlidir.

Programlarin ilkel asamalarinda (imge (lreten) yapay zeka ile iletisim sadece metin
tabanh kurulmustur (Mori vd., 1999; Krizhevsky vd., 2012; Joulin vd., 2016). Giincel versiyonlarda
metin tabanl istemlerin kisitlari asilarak imgeden imge Uretilebilmekte, imge-metin ve imge-
imge karisimlarina olanak taniyan varyasyonlar olusturulabilmektedir. Varyasyonlar saniyeler
icinde ve hatta girilen istemlere es zamanl olarak islenebilmektedir. Fakat ilgili literatlirde metin
tabanli (istem Uzerinden) imge Ureten ortamlarin agirlikh olarak kullanildigi anlasilimistir (Cheung
ve Dall’Asta, 2023; Hanafy, 2023; Kulkarnivd., 2023; Paananen vd., 2023; Smith vd., 2023; Stigsen
vd.,2023; Werker ve Beneich, 2023). Fakat imgeden imge (reten yapay zekd ortamlarini
inceleyen calismalar (Silvestre vd., 2016; Bolojan vd., 2022; Qiao vd., 2022; Mancini ve

Menconero, 2023) metin tabanli imge Ureten ortamlarla kiyaslandiginda daha az sayidadir.

Dlstinme bicimleri sozel (metin tabanh) olabilecegi gibi s6zel olmayan lizerinden de
ilerleyebilir. Tasarim sireglerinde Uretken yapay zeka ile kurulan diyalogu bu nedenle salt
metinlere baglamak indirgemeci bir yaklasim olacaktir. imge, ¢izim, eskiz gibi gorsel ifadeler dilin
imkanlari ile karsilastirildiginda daha sezgisel bir iletisim ve kayit sekline isaret eder. Mevcut
Uretken yapay zeka ortamlarinin cogunda fikirler metin istemleri araciligiyla ifade edilmektedir.
Metin (izerinden fikrin gelistirilmesi ise tasarimcilarin ¢ogu icin tanidik olmayan bir yéntemdir.

S6zel olmayan etkilesimler, Gretken yapay zeka ortamlarinda halen yeterince kullanilmamaktadir

118



SDU ART-E

Giizel Sanatlar Fakiiltesi Sanat Dergisi
Haziran’24 Cilt:17 Say1:33
ISSN 1308-2698

(Gmeiner vd., 2023:16). Bolojan vd. (2022:361) metin istemleri ve imge referanslarini bir arada
kullandigi ¢calismada, zihnin ¢alisma pratiginin ¢ok boyutlu yapisini korumak gerektigini savunur.
Tasarlama eylemi, problemlerin farkh ortamlar (metin, eskiz, imge, U¢ boyutlu modeller)
aracihigiyla ele alindigi ¢ok katmanli bir cabadir. Bu sebeple tasarim siiregleri, Gretken yapay zeka
ortaminda deneyimlendiginde metin tabanh diyalog kadar imge tabanli diyalog da 6nem

tasimaktadir.

Metin tabanli imge (retimi ve imge tabanh imge Uretimi sireclerinin ayri ayr
incelenmesinin yani sira bir arada kullaniminin arastiriimasi kritiktir. Cok boyutlu diyalog halinin,
disiinme, anlama ve lretme sirecine katki saglayabilecegi ©nerilmektedir. incelenen
¢alismalarda Uretken yapay zekanin, tasarimin dogasina ve tasarimcinin disiinme reflekslerine
uygun bir ortam olusturabilecegi anlasiimaktadir. Ozellikle kavram gelistirme siirecinde iiretken
yapay zeka ortamlarinin olanaklilik hali, tasarim siirecinde bilginin kesfine izin vermektedir.
Makale bu dogrultuda, tasarimin kavram gelistirme asamasinda hem imge tabanli hem de metin
tabanli imge Uretim slrecinin diyaloguna odaklanmistir. Ek olarak gelecekte yapilacak
calismalarin, Gretken yapay zekanin bir tasarim ortami olarak givenilir sekilde kullaniimasini
saglamasi elzemdir. Bu gerekliligin, gelismekte olan bir ortam olan Uretken yapay zekanin

uygulama odakli arastirmayla anlasilabilecegi dislintilmektedir.

3. Arastirma Yaklasimi ve Yontem

Anlamsal arayis sireci ¢alismada; bilginin kesfedildigi, yorumlandigi, mevcut probleme
gore yeniden insa edildigi ve/veya yeniden yorumladigi deneyimler araciligiyla diyalektik bicimde
arastirildig bir cerceve olarak ele alinmistir. Calisma bu baglamda, tasarim siirecinde izlenen
diger yaklasimlari reddetmez, giincel teknolojilerin potansiyelinden faydalanan yeni bir siirecin
kesfini ve tanimini Uretir. Diger bir sdylemle ¢alisma, olanakhilik halini gérebilmek igin tretken
yapay zekanin bir arastirma ve kesif ortami olarak kullaniimasini icerir. Tasarim sireci, birbirine
bagl ve yinelemeli adimlar iceren doénglsel bir yapiya sahiptir. Bu dongii, slrecteki iliskilerin
kesfine ve gliclendirilmesine olanak tanir. Bu dogrultuda calismada yontem olarak “uygulama

odakh” (practice-led) arastirma yaklasimi benimsenmistir.

119



SDU ART-E

Giizel Sanatlar Fakiiltesi Sanat Dergisi
Haziran’24 Cilt:17 Say1:33
ISSN 1308-2698

Linda Candy’nin (2006:3) tanimiyla uygulama odakl arastirma, uygulamanin dogasiyla
ilgilenir ve uygulama igin islevsel dneme sahip yeni bilgiler Uretir. Odaklanilan temel nokta,
pratikle ilgili bilgiyi ya da pratik icindeki bilgiyi ilerletmektir. Uygulama odakli arastirma, yeni bilgi
ve anlayis Gretmenin bir yolu olarak uygulamanin rolini vurgular. Uygulamanin kendisi bir
arastirma bigimi ve yeni bir bilgi kaynagidir. Bu yaklasim, siirecin bir sorgulama bicimi olarak ele
alinmasini ifade eder. Bolt’a gbre (2007:29) uygulama odakh arastirma, teoriyi pratige
uygulamaktan oteye gecer ve bir disiinme halini 6nerir. Dogasl geregi deneyimseldir ve
uygulama temel arastirma faaliyetidir (Haseman, 2006:100-101). Sullivan’in (2009:49) tanimiyla
uygulamaya odakh arastirma, “bilinenden bilinmeyene” giden geleneksel yaklasimdan ziyade,
“bilinmeyenden bilinene” giden bir noktada konumlanir; bununla birlikte “veri toplama” yerine
“veri olusturma” yaklasimina sahiptir. Tasdemir (2022:235), uygulama odakli? calismalarda,
arastirmacinin siire¢ ve yontem hakkinda derinlemesine bilgi sahibi olmasi gerektigini belirtir ve
“hazir bir sanat eserinin okunmasi, analiz edilmesi veya yapibozumuna ugratilmasi icin degil,

heniliz mevcut olmayan eserlerin sireglerine yonelik yapildigini” aktarir.

Calisma, duretken yapay zekdanin anlamsal arayis sirecinde bir ortam olarak
kullanilabilirligini sorgular. Tanimlanan tasarim problemi ekseninde metinden imgeye ve
imgeden imgeye olmak Uzere iki asamali kesif siireci kurgulanmistir. Milyonlarca imge-metin
dizisi lizerinde egitilen metin tabanh imge Uretiminde kullanilan Gretken yapay zeka modelleri,
dil ve gorsel ozellikler arasindaki iliskileri 6grenen bir makine 6grenimi yénteminden yararlanir.
Yeni imgeler ise baslangic noktasi olarak rastgele giirtiltiiye dayanan “difliizyon” adi verilen bir
teknikle olusturulur. Makalede Uretken yapay zeka olarak “Stable Diffusion” programi secilmistir.
Stable Diffusion, 2019 yilinda kurulan Stability Al isimli girisim sirketi tarafindan gelistirilen
makine 6grenme modelidir. Stability Al, kdar amaci glitmeyen kuruluslarla yapmis oldugu cesitli is
birliklerinin ardindan Agustos 2022'de Stable Diffusion’t tanitmistir. Stable Diffusion (v1.6)
Gzerinden uygulamanin gerceklestirilmesinin sebebi diger Gretken yapay zeka programlarinin
aksine programin coklu degiskenlerle ¢alisma imkani sunabilmesidir. Midjourney, Dall-E gibi
programlarda imgeler (mevcut stirimlerinde) yalnizca istem dizisi araciligiyla Gretilebilmektedir.

Kullanici, varyasyonlarin/yikseltme seceneklerinin nasil gergeklesecegini kisitli bir sekilde kontrol

2 Tasdemir kendi calismasinda practice-led kavramini ‘pratik ydnelimli’ olarak Tiirkgelestirmistir.
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edebilir. Stable Diffusion ise 6rneklem yontemi (sampling method), 6rneklem adimlari (sampling
steps), siniflandirici serbest rehberlik 6lcegi® (CFG) gibi parametrelerle kullanilabilmektedir
(Gorsel 01). Bu parametreler, tasarimcinin degisiklik yapabilmesini ve tasarim lizerinde daha
genis bir ozglirlik alanina sahip olmasini saglar. Boylece siire¢ icindeki olanaklilik ve diyalog

halinin secilen programin imkanlari dahilinde daha yiksek oldugunu séylemek mimkinddr.

vI-5-pruned

wa2img

the sketches  sci-f spaceship interio, use neon color, dramatic bght, intricate and detailed llustrations by ron cobb, cinematic perspective, high resalution.

ControlNetv1.1.422

Gorsel 1. Stable Diffusion (v1.6) Araylzu.

Calismada, tasarim siirecinin kavram gelistirme asamasinda Uretken yapay zekanin bir
ortam olarak kullanilabilirligini ve tasarimci ile olan diyalogunu arastirmak icin bir deney
kurgulanmustir. igmimari proje tasarim siirecinde érnek olarak kullanilmak (izere rastgele bir
kavram ve bir islev belirlenmis, bu bilgiler dogrultusunda anlamsal iliskilerin Gretken yapay zeka
ortaminda arastirilmasi hedeflenmistir. Verilen kavram sadece (st bir 6lcegi tanimlamaktadir ve
surec icinde tasarimcinin zihninde olusan yansimalara gore ilerletilebilir nitelikte distnilmelidir.
Kavramin ve islevin baslangicta belirlenmesi disinda deneyde baska bir tanim/kisit
bulunmamaktadir; ¢linki 6zellikle erken tasarim asamasina odaklanilarak kavramsal iliskilerin

surec icinde anlasilmasi amacglanmistir.

3 Classifier Free Guidance Scale. Programin girilen metin istemini ne kadar takip edecegini kontrol eden parametredir.
1 ile 30 arasinda degisen deger ne kadar yiiksek olursa, girilen metin istemine o kadar sadik imgeler uretilir. Degerler
arasindaki fark linkteki 6rnek araciligiyla deneyimlenebilir: https://124.im/HXkydQn
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Uygulama odakli arastirma vyaklasimi benimsenen c¢alismada tim deney sireci,
arastirmacilarin kendi deneyimine dayanmaktadir. Arastirmacilar, deneyimleyen 6zne olarak
anlamsal arayis siirecinden elde edilen verileri, ayrintili ve sistematik bir bicimde inceleyerek
actklamis ve bulgulari yorumlamistir. Deney tasarimina iliskin kurgulanan sistem bir sonraki

bolimde detayli olarak verilmistir.

4. Deney Tasarimi

Anlamsal arayis sirecinde tasarimci-lUretken yapay zeka is birliginin potansiyeli sonsuz
yinelemeye (iterasyona) imkan vermektedir. Fakat ¢alismada amag tasarimcinin taniml bir islev
ve kavram fikri ile slirece baslama halidir. Deneyde islev olarak anaokulu, kavram olarak
“gelecekten gelen uzay gemisi” belirlenmis ve bu anaokulu projesi icin anlamsal arayis sireci
baslatilmistir. Projenin islevi dogrultusunda kavramsal yaklasimi cerceveleyen bir temsil
Uretilmesi hedeflenmistir. Makalede belirlenen islev ve kavram, slireci deneyimleyebilmek igin

ornek olarak kullanilmistir. Stireg istenilen islev ve kavramsal sdzciik dizileriyle tekrarlanabilir.

Deney temelde iki fazdan olusmaktadir. Birinci fazda metinden imgeye, ikinci fazda
imgeden imgeye olmak tizere iki asamali kesif siireci kurgulanmistir. ilk fazda 25, ikinci fazda 25
olmak lizere toplamda 50 adet imge uretilmistir. Uretilecek imge sayilari tasarimcinin siiregteki
deneyimine gore degisebilir. Bu deneyde verilen kavram ve islev ¢ercevesinde 50 adet imge
anlamsal ve bicimsel iliskilerin kesfi icin yeterli gériilmustir. Metinden imgeye fazi “soyut istem
dizileri” ve “soyut + somut istem dizileri” olmak lizere ikiye ayrilmaktadir. Stirece baslarken énce
kavram Uzerine soyut istemler kullanilmis ve bu istemlerle 3 farkli imge grubu olusturulmustur.
Sonrasinda farkh ihtimalleri de gérebilme refleksiyle soyut tanimlamalara bazi somut istemler
eklenerek 4. ve 5. imge gruplari Uretilerek birinci faz tamamlanmistir. imgeden imgeye fazinda,
ilk fazdan Uretilen imgelerin karisimlari Gzerinden yeni kavramsal iliskilerin potansiyelleri
arastiriimistir. “Coklu denemeler” asamasinda, ilk fazdan secilen (3 ve 4 adet) imgelerin
karisimlari incelenmistir. Sonrasinda ¢oklu denemeler asamasinda Uretilen iki imge, “ikili
denemeler” grubunda dengeli ve baskin oranda yeniden karistiriimistir (Gérsel 02). Temelde her
asama bir onceki asamadan elde edilen bilgilerin sorgulanmasi, degerlendirilmesi ve ihtiyag

halinde yeniden Uretilmesine dayanmaktadir.
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islev

am +

kavr

D)t e e e

faz 01 |metinden imgeye

soyut

5 R ‘ ¢oklu denemeler - ikili denemeler
istem dizileri

4'10 karisaimlar dengeli karisimlar 4
gen temsil

4'1li karisaimlar baskin karaigamlar

3'1li karisaimlar

Gorsel 2. Deney Akis Diyagrami.

5. Faz 01 | Metinden imgeye

Metin tabanliimge lireten yapay zeka, sozcik dizilerine karsilik gelen gorseller iceren veri
kiimeleri tzerine egitilmektedir. Temel isleyis, sozclklerle eslestirilen imgelerin anlamlandiriima
biitlinline dayanir. Kullanici tarafindan girilen bir metin istemini, ilk olarak diistik ¢ozintrltukli bir
gorintiye cevirir; ardindan ilk Gretilen gorintinin Gzerine yeni ayrintilar ekler. Bu islem, istenen
¢Ozlnirlikte gorintil Uretilene kadar tekrarlanir. Sozciik tek basina agiklayici ve anlasilir degilken
Uretken yapay zeka ortaminda sozciik dizilerinin tasidigi bilgileri temsil eden imge Uretimleri ile
daha tanimli ve anlamh hale gelir. Bu yaklasimi degerlendirmek amaciyla ¢alismanin birinci

fazinda belirlenen kavram gercevesinde istemler girilerek imgeler tGretilmistir.
5.1. Soyut istem Dizileri

Bu asamadaki istemler iki kez degistirilerek toplamda Ug¢ farkli imge grubu Gretilmistir.
Grup 01’de 6 adet varyasyon olusturulmustur. ilk grupta uretilen imgelerin mekansal/hacimsel
referanslari zayif bulundugu igin istemler tekrar degerlendirilmistir (Gérsel 03). imgenin
mekansal/hacimsel potansiyellerinin gelistirilebilmesi icin istem dizisine “3B”, “soyut tasarim”
kelimeleri eklenerek Grup 02 imgeleri (iretilmistir. ikinci grupta tretilen 3 adet imgenin ardindan

yeniden mekansal/hacimsel referanslar zayif bulundugu icin istemler yeniden diizenlenmistir.
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ilkel istem dizisi (soyut tanimlar) istem dizisi (soyut tanimlar) istem dizisi (soyut tanimlar)
soft color, colorful dreams, layered surfaces, basic soft color, layered surfaces, 30 abstract geometric forms, soft color, layered surfaces, conceptual design, abstract
geometric forms, circular and linear, abstract dreular and linear, abstract design composition. geometric forms, circular and linear element, abstract,
composition negatif istem: photo-realistic three dimensional composition.
negatif istem: photo-realistic / negatif istem: photo-realistic
eklenen istemler: 3D abstract, design. eklenen Istemler: conceptual design, element, three
gikanlan Istemler: basic, colorful dreams dimensional

gikarilan istemler: 30

grup 03

i 7 ) -
grup 81 kazanim grup 82 kazanim -
Istem dizisl yeniden revize edilecek.

Istem dizisini revize etme karan alindi.

Uretilen gorsellerin mekansal/hacimsel Uretilen gorsellerin mekansal/hacimsel |
referansi zayif bulundu. Bu dogrultuda yeni referansi zayif bulundu. Bu dogrultuda yen
Istemler eklenecektir, 7 Istemler eklenecektir -
'

grup 03 kazanim

Oretilen son varyasyonun (V-11) hacimsel ligkileri
guclend fakat kavram ile iligkisi hala kurulamadi. Bu
sebeple kavramsal yaklagimi tanimlayan kelimeleri
Istem dizisine dogrudan ekleme karan alindi,

Gorsel 3. Soyut istemler Kullanilarak Uretilen Varyasyonlar: Grup 01-02-03.

Ugiincli grup istemlerine “kavramsal tasarim” kelimeleri eklenmis ve “3B” istemi
program tarafindan anlasilmamis olabilme ihtimaline karsi “3 boyutlu” olarak daha acik bir
sekilde ifade edilmistir. Uretilen {iclincii grup imgelerinin ardindan soyut tanimlarin agirlikta

oldugu istem asamasi tamamlanmistir. Uglincii grupta V-11 kodlu imge, anlamsal arayis siireci
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kapsaminda potansiyel barindirmaktadir. Ancak verilen islevin kullanicilari olan ¢ocuklar dikkate
alindiginda, kullanim sirasinda koseli ve kati bicimlere kiyasla daha glivenli olabilecek yumusak
ve akiskan bicimlerin kullanilmasi hedeflenmistir. Sonraki asamalarda golge ve doku iliskilerinin
arastiriimasi igin V-11 kodlu imge secilmistir. Dordiinci grup imge denemelerine gegerken
Uretilen imgelerin kavramsal ¢erceveden halen uzak olmasi sebebiyle istem dizisine kavramsal

yaklasima iliskin somut tanimlamalarin eklenmesi karari alinmistir.

Soyut istem dizileri degerlendirildiginde, toplamda 11 adet varyasyon iretilmistir. ilk
varyasyonda imgenin boyutlari 512x512 piksel sonrasinda olusturulan varyasyonlarda 1024x512
pikseldir. Tim varyasyonlar 20 adimda Uretilirken, CFG degerleri 5 ile 20 arasinda degismektedir.

En hizliimge 15,2 saniyede, en yavas imge ise 2 dakika 26 saniye 7 salisede Uretilmistir.

5.2. Soyut ve Somut istem Dizileri

Soyut ve somut istem dizilerinin bir arada kullanildigi asamaya gelindiginde mevcut
istemlere dogrudan secilen kavram dizisi* eklenmistir. Bu asamada istemlerde buyik bir
degisiklik yapilmamis, bunun yerine Uretilen varyasyonlarin CFG 6lcegi degistirilerek ilerlenmistir
(Gorsel 04). Toplamda 9 adet imge uretilen dordiincli grupta CFG Olcek degerleri 1 ile 30 arasinda
degismektedir. islevin anaokulu olmasi sebebiyle anlamsal arayis siirecine kavram dizisi
cercevesinde cesitli atmosfer fikirleriyle baslanmistir. Besinci gruba gecerken bu fikirler

dogrultusunda, istem dizisine “yumusak tonlar” ve “yumusak ylizeyler” kelimeleri eklenmistir.

5 adet varyasyon olusturulduktan sonra siire¢ “imgeden imgeye” fazina ge¢mek icin
durdurulmustur. Gelistirilen istemlerin kullanildigi dérdiincii ve besinci grupta toplamda 14 adet
varyasyon Uretilmistir. TUm varyasyonlarda 1024x512 piksel kullanilmistir. Yine tiim varyasyonlar
20 adimda Uretilmis, kullanilan CFG olceginin degerleri 1 ile 30 arasinda degismistir. En hizliimge
36 saniyede, en yavas imge ise 38,2 saniyede Uretilmistir. Metinden imgenin Gretildigi bu sireg,
mekansal ve hacimsel bilgilere sahip oldugu dlsinilen varyasyonlara ulasiimasiyla
durdurulmustur. ilk fazda toplam 25 varyasyon ortaya ¢ikmistir. Elde edilen imgelerin kendi

icindeki potansiyellerinin kesfi icin bir sonraki faza gecilmistir.

4 “gelecekten gelen uzay gemisi”, ingilizce karsiligiyla: “spaceship from the future”.
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istem dizisi (soyut+somut tanimlar) gelistirilen istem dizisi

spaceship from the future, soft color, layered surfaces, conceptual design, abstract geometric forms, circular spaceship from the future, soft tones and color, soft surface,

and linear element, abstract, three dimensional composition. layered surfaces, conceptual design, abstract geometric forms,

negatif istem: photo-realistic circular and linear element, abstract, three dimensional composition
negatif istem: photo-realistic

ekienen Istemler: spaceship from the future. eklenen istemler: tones, soft surfaces,

gikanilan istemler: - cikanian istemier:

grup 84 kazanim

Potansiyeli olan ve kavramsal yaklagim islev

dogrultusunda destekleyebilecek imgeler retildi.

Daha yumusak ytzeyler| ve renkleri denemek icin
istem dizisine eklemeler yapilacak.

grup 05 kazanim
Potansiyeli olan imgelere ulagildi fakat

sorusu ortaya ¢ikt, Metin tabanli imge Gretimi bu
soruyu yanitlamak iin yeterli gorilmedi. Sezgisel
olanin kesfi igin imge kangimlanina ihtiyag
duyuldu.

Gorsel 4. Gelistirilen istemler Kullanilarak Uretilen Varyasyonlar: Grup 04-05.
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5.3. Faz 01 | Bulgular

Soyut ve somut istem dizilerinin bir arada kullanildig1 grup 04 ve grup 05’teki imgelerin
mekansal bilgi Uretebilme agisindan potansiyellerinin ilk 3 grupla kiyaslandiginda daha fazla
oldugu goériilmektedir. Bu bulgu iki sebeple iliskilendirilebilir. ilki, deneye bu asamada somut
istemlerin eklenmesiyle Uretken yapay zekanin, Gretilen imgelere daha fazla bigimsel referans
vermesidir. Diger bir deyisle eklenen “uzay gemisi” kelime dizisi, dnceden olusturulmus olan
soyut imgeleri, hacimsel bilgiler iceren kavram referansina yakinlastirmistir. ikinci sebep ise
deney sirasinda fikirlerin ilk tic grupta belirli bir dizeyde olgunlasmasini ve yapay zeka ile kurulan
diyalogun soyut istem dizisi lretirken gelismesinin ardindan bir sonraki asama imgelerinin
zihindeki imgeye yakinlagsmasini saglamasidir. Bu noktada kavram gelistirme siirecinde istem
dizisine hem anlamsal iliskileri hem de bicimsel iliskileri tanimlayan kelimelerin eklenmesiyle

daha tutarli sonuglara ulagilabilecegini séylemek mimkuinddr.

Bu fazin dordiincii grubunda anlamsal arayisa en yakin sonucu veren CFG degeri 5 olan
V-12 ve CFG degeri 15 olan V-14 olarak belirlenmistir. Her iki imgede de bigimsel iliskiler tutarli
ve anlamlidir. Ayni zamanda {Uretilen imgelerin hacimsel derinlikleri mekansal boyuta
aktarilabilirlik ve yorumlanabilirlik agisindan giicli bulunmustur. Besinci grupta CFG o6lgek degeri
7 ile 30 arasinda degismektedir. CFG degeri 7 olan V-21, tutarliik ve mekansal/hacimsel

potansiyel agisindan ele alindiginda gli¢li bulunmustur.

Secilen imgeler degerlendirildiginde anlamsal arayis sireci icin en uygun CFG deger
araliginin 5 ile 15 oldugu ortaya cikmistir. V-19 ve V-20 kodlu imgelerin ise olduk¢a soyut bir
kimlige sahip oldugu gorilmektedir. Bunun sebebi ise sirasiyla CFG degerlerinin 1 ve 2 olmasidir.
Bu dogrultuda baslangi¢c noktasina (1) yakin degerlerin olduk¢a soyut kompozisyonlar rettigi
anlasilmaktadir. 30’a yakin olan degerler ise tanimli ve foto-gergekgi imgeler liretme egiliminde
oldugu icin kavram gelistirme asamasi icin uygun olmadigi diisiiniilmektedir. Ozellikle tasarim
sureci icin fikir arayisi devam ediyorsa ve zihinde timiyle tanimh bir imge olusmamissa

olanaklarin kesfine izin vermek énemlidir.
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Soyut istem dizilerinin oldugu grupta bir imge ortalama 58,22 saniyede, soyut ve somut
istem dizilerinin oldugu grupta ise bir imge ortalama 37,2 saniyede (uretilmistir. imge
¢Ozundurliklerinin ve girilen istem uzunluklarinin birbirine oldukg¢a yakin oldugu dusindldiginde,
istemler daha somut ve daha tanimli ifadelere yaklastikca modelleme siirelerinin azaldig

anlasiimaktadir.
6. Faz 02 | imgeden imgeye (imgenin Karisimlan)

Calismanin ikinci fazi olan “imgeden imgeye” asamasinda ilk fazdan elde edilen
varyasyonlarin gesitli sayilarda ve baskinlk oranlarinda karisimlari incelenmistir. Bu fazda Stable
Diffusion programinin bir eklentisi olan “image mixer>” kullanilmistir. Program en az iki en fazla
bes imgenin girdi olarak kullaniimasina imkan tanimaktadir. imgenin yani sira karisimlara istemler
de eklemek mimkindir. Fakat calismanin amaci dogrultusunda imgeden imge Uretimine
odaklanilmis ve ikinci fazda yalnizca imge karisimlari denenmistir. Uretken yapay zeka (izerinden
kurulan diyalogun daha kolay anlasilabilmesi icin tim denemelerde CFG degeri (4) ve adim sayisi
(30) sabit tutularak yalnizca baskinhk degeri (strength) degistirilmistir. Baskinlk degeri en az 0,
en fazla 5 olarak segilebilmektedir. ikinci fazin ilk asamasinda ¢oklu karisimlar denenmis ve ilk
fazdan secilen farkli karakterlere sahip olan imgeler, farkli baskinlik dereceleri kullanilarak
iretken yapay zekad ortaminda yeniden Uretilmistir. ikinci asamada ise iki imge kullanilarak
dengeli ve baskin karisimlar denenmistir. Coklu deneme asamasi toplamda 12 varyasyon, ikili

deneme asamasi toplamda 13 varyasyon ile tamamlanmistir.
6.1. Coklu Denemeler

Bu asamada, faz 01’den segilen imgelerin karisimlari denenmistir (Gorsel 05). ilk dortli
karisim grubunda soyut ve somut istem dizileriyle Uretilen imgeler (V-12, V-14, V-21, V-24)
kullanilmistir. ilk karisim denemesinde tiim imgelerin baskinlik degerleri esitken (V-26) sonraki
Uc deneme igin (V-27, V-28, V-29) daha yogun karakter vermesi istenen imgenin baskinlik degeri
yuksek tutulmustur. Deger katsayilari degistirilirken tretken yapay zekanin neyi referans aldigi

ve degerler degistikce hangi dlizeyde farklarin olusabilecegi anlasiimaya cahsiimistir.

5 internet tizerinden de kullanilabilmektedir: https://cloud.lambdalabs.com/demos/lambda/image-mixer-demo
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Gorsel 5. Coklu Karisim ile Uretilen Varyasyonlar.

Ugli karisim grubunda yalnizca soyut istem dizileriyle retilen imgelerde (V-07, V-08, V-
09) esit karisim oranlari kullanilmistir. Faz 01’de bu imgelerin mekéansal/hacimsel referanslarinin
glcli olmadigl disinllmis olmasina ragmen bu imgelerin de deneme amach imge karisimina

eklenmesine karar verilmistir.

ikinci dortlii karisim grubunda denemelere bir énceki imgelere (V-07, V-08, V-09), faz
01'de golge ve doku iliskilerinin arastirilmasi icin segilen bir imge daha (V-11) eklenerek deneye
farkh baskinlik degerleri ile devam edilmistir. Bu asama bir sonraki ikili karisim denemesinde

kullaniimak tzere iki varyasyonun (V-29, V-31) secilmesiyle durdurulmustur.
6.2. ikili Denemeler

Deneyin son asamasinda, ikili varyasyon denemeleriyle nasil temsillerin ortaya
cikabilecegini kesfetmek icin dengeli ve baskin karisimlar sorgulanmistir. Bir 6nceki ¢oklu deneme
asamasinda Uretilen ve mekéansal/hacimsel iliskileri en glgli bulunan imgeler (V-29, V-31) ikili

karisim denemesi icin secilmistir (Gorsel 06).
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Gorsel 6. ikili Varyasyonlar Uzerinden Dengeli ve Baskin Karisim Denemeleri.

Dengeli karisim denemesinde her iki imge icin esit degerler kullaniimistir. 0,5’ten
baslayan karisim 3,0’e kadar kademeli olarak arttirimis ve toplamda 6 adet varyasyon
Uretilmistir. Baskin karisim denemelerinde ise bu karisim degerleri iki imge arasinda farkhlik
gdstermektedir. imgelerin birbirlerine baskinhk oranlari 1,33 ile 5 kat arasinda degismektedir.

Diger bir ifadeyle segilen imgeler birbirlerine farkli diizeylerde baskinlk saglayacak sekilde
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karistirllmistir. Baskin karisim denemelerinde toplam 7 adet varyasyon retilmistir. Karisim
degeri disindaki degiskenler bir ©6nceki c¢oklu denemeler asamasinda oldugu gibi sabit

tutulmustur (CFG degeri=4; adim sayisi=30).
6.3. Faz 02 | Bulgular

imge karisimlari ile ulasilan varyasyonlar incelendiginde imgeden imge (iretimini
saglayan Uretken yapay zekanin tutarh sonuclar olusturdugu anlasilmaktadir. Baskin olarak
kullanilmasi istenen imgelerin renk, doku ve bigim iliskileri daha yogun belirirken diger imgelerin
de karakterini kaybetmeden varyasyona dahil edildigi gorGlmustir (Bknz. V-27, V-28, V-29).
Bununla birlikte ayni imgeler ayni degiskenler altinda -farkli zaman dilimlerinde denendiginde-
ayni sonuglari Uretmektedir. Bu durumun vyapilacak benzer c¢alismalarda, varyasyonlarin
kontrollii bir sekilde yeniden (retilebilmesini saglayabilecegi dusinilmektedir. Bu sebeple
calisma kapsaminda es girdiler ve es degerler altinda Uretilen es sonuglar, kisit degil potansiyel
olarak tanimlanmaktadir. Bir diger ¢ikarim ise tasarimcinin, belirli bir siirenin ardindan baskinlik
degeri dogrultusunda Uretilebilecek varyasyonunu tahmin etme dirtisi kazanabilecegidir. Bu
baglamda Uretken yapay zeka ile tasarimci diyalogunun giiclenebilmesi icin yapilan pratikler ve

sistematik denemeler 6nem tasimaktadir.

Coklu denemeler, ikili denemeler ile kiyaslandiginda daha az sayidaki imge karisimlarinin
daha kontrol edilebilir ve daha éngoriilebilir oldugunu séylemek mimkiindir. Ozellikle tim
baskinlik degerlerinin esit oldugu coklu denemelerde, girdi olarak kullanilan tim imgelerin
karakterleri esit derecede hissedilememistir (Bknz. V-26, V-30, V-34). Bu kapsamda daha muglak
bir arayis icin dortli veya besli karisimlarin, daha tanimli bir noktaya gelinmisse ve takip

edilebilirlik 6nemliyse ikili veya Ucli karisimlarin kullanilmasi dnerilmektedir.

Deney sirasinda ikili karisimi istenen imgelerin renk, doku ve bigim iliskilerinin tutarl bir
sekilde korundugu gorilmektedir. Fakat birbirine bes kati baskinlik kurulan karisimda (Bknz. V-
49) katsayisi dusiik olan ikinci imgenin, katsayisi yiiksek olan birinci imgenin kimligini
zayiflatmaktan oteye gecemedigi anlasilmaktadir. V-50'de ise katsayisi bes kat diistik olan imge,
karisima girdigi imgeye sadece renk olarak referans vermistir. Baskin olan ikinci imge ise bicim

yoninden kendi bilgisi (izerinden yeniden Uretilmistir. Dolayisiyla birbirlerine daha yakin olan
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baskinlik dereceleri, karisim sirasinda iki imgenin kimliginin devamliigini saglayarak yeni
olanaklarin ortaya c¢ikmasina katki saglamaktadir. Ayrica degiskenlerin kademeli olarak
artirllmasinin, karisim varyasyonlarinin gelisiminin daha iyi okunmasi bakimindan énemli oldugu

disiinilmektedir (Bknz. ikili Denemeler, Dengeli Karisim Siitunu, Gérsel 06).

Deneyde anlamsal arayis silrecine baslarken amag bir anaokulu projesi igin

gelecekten gelen uzay gemisi  kavrami cergevesinde bir temsil Uretmek olarak
tanimlanmigti. Denemeler kapsaminda olusturulan 50 varyasyon arasinda bu arayisi
destekleyebilecek en tutarli ve mekansal/hacimsel kurgu tizerinden ele alindiginda potansiyeli en
yiksek varyasyonun segilmesi hedeflenmisti. Ancak gelinen noktada ulasiimasi beklenen temsil
yerini “devingen temsil”’e birakmistir. Dengeli karisim denemesi sirasinda Uretilen
varyasyonlarin (V-38, 39, 40, 41, 42, 43) kendi icinde tutarli bir sekilde dénlistiigli/katmanlastig
fark edilmistir. Her bir varyasyon bir digerinin devami niteligindedir. Bu dogrultuda baslangicta
tek bir temsille durdurulmasi amaglanan siireg, birbirinin potansiyelini gérinir kilan devingen

temsil Gzerinden akis icinde devam ettigi anlasiimistir (Gorsel 07).

Gorsel 7. Devingen Temsil-Siirecin Durduruldugu Noktada Ulasilan Yineleme (iterasyon).
(Temsilin hareketli versiyonuna QR koddan erisilebilir).
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7. Sonug

Uretken yapay zeka, bir akis durumu icinde tasarim siirecine yeni bir ortam saglar.
Tasarim problemi (zerinde calisirken, tretken yapay zeka ile kurulan diyalog siire¢ icinde
olgunlagmaktadir. Tasarimcinin, tasarim problemine bir 6neri getirebilmesi igin tGretken yapay
zekanin nasil tepki verebilecegini anlamasi gerekir. Tasarimci disiinsel boyutta yaklasimini
gelistirirken diger yandan tasarim siirecine yeni bir ortamin ¢alisma bicimini entegre eder. Bu
devingen (retim, tasarim siirecini etkileyebilecek bir paradigma degisikligini giindeme tasir.
Tasarim ve mimarlik disiplininde Gretken yapay zeka ortamlari, 6gretme, 68renme, uygulanma
ve disiinme bigimlerini donustlrlyorsa baska bir ifadeyle eger dijital bir paradigma degisimi
yasaniyorsa; “tasarlayan ile tasarlanan arasinda hangi paradigma degisiyor?” sorusunu glindeme

tasimak gerekliligi ortadadir.

Tasarimci ve Uretken yapay zeka diyalogunda “ortaklasa olma hali” mevcuttur. Fakat bu
ortakhk herhangi bir tarafin baskinhigini dncelemeden hem tasarimcinin hem de lretken yapay
zekanin var olabildigi bir ortam gibi dusindlebilir. Bu sebeple hem metin hem de imge tabanli
diyalog esnasinda tasarimci ile denge halinde olunmasi esastir. Ama¢ mimkiin olan en tutarl ve
en potansiyelli iliskiyi ortaya cikarabilmektir. Uretken yapay zekayi, zihinsel olanla olmayanin
etkilesimini saglayan (devingen) temsilin yeni ortamlari olarak tanimlamak mimkindir. Bu
baglamda makalede onerilen yaklasim (iretken yapay zekad ile olan iletisim bigimlerinin
gelistiriimesine katki sunar. Ayrica makalede deneyimlenen sire¢ odakl yaklasimin; kavram
gelistirme gibi erken tasarim asamasinda fikirlerin gelisimine katki saglayabilecegi, yeni fikirlerin
(beklenmedik olanin) ortaya cikisini hizlandirabilecegi, muglak ve doniisebilen imgelerin anlamsal
arayis strecindeki kesiflere imkan tanidigi, idrak (belirme) anlarinin olusumuna ve beliren

iliskilerin sinanmasina yardimci olabilecegi diistinlilmektedir.

Temsil streglerinde kullanilan liretken yapay zekd (makine 6grenimi) yeni degildir ve
konu ile ilgili arastirmalar yaygin olarak mevcuttur; ancak erisilebilir ve deneyimlenebilir hale
gelmesi birkac yil dncesine dayanmaktadir. Gelisen ve hizla gelismekte olan yapay zeka ve makine
O0grenimini destekleyen ortamlarla birlikte temsil Gizerinden nelerin mimkiin oldugu ve bu
ortamlarin nasil kullanilmasi gerektigine dair sorgulamalar bu sebeple kritiktir. Tasarim

pratiginde Uretken yapay zekdnin kullanimi temsil, ifade ve dislinme siirecleri icin yeni
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perspektifler sunmaktadir. Makine 6grenimini destekleyen programlarin tasarim slireclerinde
kullanimi; hizi, ara yizleri ve diyalog bigimlerinde yasanan (ve yasanmasi muhtemel) gelismelerle
birlikte farkh baglamlarda paradigma degisiklikleri olusturma potansiyeline sahiptir. Gelinen
noktada Uretken yapay zeka evrimine devam ederken, gelismeler es zamanli olarak arastirmacilar
tarafindan da tartisiimaktadir. Uretken yapay zeka iizerinden bu makalede iretilen bilgiler,
gelecekteki benzer deneyimlerin yorumlanmasina ve anlamlandirilmasina bir zemin olarak
diisinilebilir. Son olarak, tasarim egitiminin farkli asamalarinda lretken yapay zeka ile kurulan

diyalog halinin incelenmesi gelecekteki arastirmalarin konusu olarak dnerilmektedir.
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