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Anahtar Kelimeler:

Ozet: Yoksulluk ¢ok boyutlu bir kavramdir. Yoksulluk gostergelerden bir tanesi hanenin sahip

Sayima Dayali Regresyon Modelleri,o]ldugu konut sayisidir. Bu ¢alismada, hane halki bireyinin sahip oldugu konut sayisina etki eden

Sifir Yigilmali Regresyon Modelleri

Sifir Kesilmis Regresyon Modelleri.

»faktorleri belirlemek icin sayima dayali regresyon modelleri kullanilmistir. Ayrica, veriye en iyi
uyum saglayan regresyon modeli arastirilmistir. Sayima dayali regresyon modellerinden en sik
kullanilanlar klasik sayima dayali regresyon modelleri ve sifir yigilmali sayima dayali regresyon
modelleridir. Ancak literatiirde 6nerilmis diger bir regresyon modeli sifir kesilmis sayima dayali
regresyon modelleridir. Bu modeller tiim veriyi analiz etmenin yarattig1 zaman ve maliyet kaybimin
oniine gegmektedir. Bu nedenle, bu modeller sayima dayali verilerin oldugu durumlarda
modellemede kullanilmak i¢in iyi bir segenektir. Cesitli sayima dayali regresyon modelleri
uygulamasin1 TUIK’in yaptig1 Gelir ve Yasam Kosullar1 Arastirmasi veri setine uygulanmuistir.
Caligmada ele alinan modellerin performans degerlendirilmesi yapilmistir. Bu degerlendirmeler
icin Akaike Bilgi Kriteri ve Log olabilirlik degeri kullanilmistir. Sonug olarak, sifir kesilmis negatif
binom regresyon modeli gergek veri setine en iyi uyum gosteren modeldir.

A Comparison on Count Data Models: Factors Affecting the Number of Houses Example of

Tiirkiye

Keywords:

Count Data Regression Models,
Zero Inflated Regression Models,
Zero Truncated Regression
Models.

Abstract: Poverty is a multidimensional concept. One of the indicators of poverty is the number of
houses owned by the household. In this study, counting regression models were used to determine
the factors affecting the number of houses owned by household members. Moreover, it was
investigated which regression model would best fit the data. The most commonly used count
regression models are classical count regression models (such as Poisson and negative binomial)
and zero truncated regression models. However, another count regression model proposed in the
literature is zero-truncated count regression models. These models prevent the loss of time and cost
caused by analyzing all the data when there is a desired range in the data. Therefore, these models
are a good option to use in modeling situations where count data is available. Various count
regression models were applied to the Income and Living Conditions Survey data set by
TURKSTAT. The performance evaluation of the models considered in the study was made. Akaike
Information Criterion and Log Likelihood value were used to compare the suitability of the models.
As a result, the zero-truncated negative binomial regression model is the model that best fits the
real data set.
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SENTURK&OLMUS

1. GIRiS

Regresyon analizi istatistiksel analizler sirasinda en sik
kullanilan yontemlerdendir. Cok sayida regresyon tiirii
mevcuttur. Dogru regresyon modeli seciminde yanit
degiskenin durumu O6nem arz etmektedir. Ciinkii dogru
regresyon modeli ile saglikli parametre tahminleri elde
edilebilir. Diger veri tiirlerinde oldugu gibi herhangi bir
sayima dayali olarak elde edilen degiskenlerin bulundugu
verilerde de bu duruma uygun regresyon modellerinin
secilmesi Onemlidir. Sayima dayali verilerde gbz ardi
edilmemesi gereken bir diger nokta ise veri setinde var olan
sifirlarin yogunlugudur. Veride fazla sayida sifir olmasi
durumunda sifir yigilmali modellerin tercih edilmesi
gerekmektedir.

Yapilan bu calismada sayima dayali verilerin analizinde
kullanilan baz1 yontemler ele alinmistir. Bu veri setlerinde,
sifir degerinde yigilma s6z konusudur. Bu tarz verilerin
analizinde klasik dogrusal regresyon analizi varsayimlari
saglanamamaktadir.  Dogrusal regresyon yerine sayima
dayali veriyi modellemek i¢in literatiirde farkli regresyon
modelleri vardir. Bu modeller; Poisson Regresyon, Negatif
Binom Regresyon, Sifir Yigilmali Poisson Regresyon, Sifir
Yigilmali Negatif Binom Regresyon, Sifir Kesilmis Poisson
Regresyon ve Sifir Kesilmis Negatif Binom Regresyon
modelleridir.

Son yillarda literatiirde konu ile ilgili olarak yapilan
calismalar incelenmistir. Bu ¢alismalardan bazilarina ait 6zet
bilgiler sunulmustur. Yesilova, Kaydan ve Kaya (2010), sifir
yigilmali veri setlerinde asirt yayilim problemini ele alarak
sifir yigilmali negatif binom regresyon modelinin, sifir
yigilmali Poisson modeline kiyasla daha iyi performans
gosterdigini  bulmuslardir. Bu model, bitki koruma
caligmalarinda bocek yumurtasi verilerinde siklikla
karsilagilan fazla sifir gdzlemlerinin analizinde etkili bir
yaklagim sunmaktadir. Tiirkiye'deki genglerin giinliik sigara
tilketimlerini etkileyen faktorleri belirlemek igin Tiizen ve
Erbas (2017), sayima dayali farkli regresyon modelleri
kullanmustir. Bu ¢alismada, sifir yigilmali negatif iki terimli
ve negatif Binom Hurdle regresyon modellerinin veriye en iyi
uyan modeller olduguna karar verilmistir. Altun (2018), asir1
yayilim ve sifir yigilmali veri kiimelerinin modellenmesi i¢in
sifir  yigilmali  Poisson-Lindley regresyon modelini
Onermistir. Yapilan uygulamalar, bu modelin sifir yigilmali
ve asirt yayilim gosteren veri setlerinde, sifir yigilmali
Poisson regresyon modeline gore daha iyi uyum sagladigim
gostermektedir. Kim ve arkadaglart (2019), sifir yigilmali
regresyon modellerini asir1 sicaktan dlen bireylere iliskin
Olim sayisin1 tahmin etmek i¢in kullanmiglardir. Calisma
sonucunda sifir yigilmali Poisson regresyonun, sifir degeri
alan gozlemler durumunda iyi bir istatistiksel yaklagim
oldugunu gostermislerdir. Alwani ve ark. (2021), sayima
dayali regresyon modellerini incelemigler ve sifir kesilmis
modelleri kullanarak Malezya'da hava kirliligi ve iklim
degiskenleri gibi faktorler arasindaki iliskiyi incelemiglerdir.
Calisma sonucunda, sifir kesilmis negatif binom regresyon
modelinin en iyi model oldugunu vurgulamislardir. Worku
ve ark. (2022), 2019 yilinda Etiyopya'da anne basina dogan
cocuk sayisimi tahmin etmek icin sifir kesilmis regresyon
modellerini kullanmiglardir. Bu veri i¢in sifir kesilmis negatif
binom modelin sifir kesilmis Poisson modelden daha iyi
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oldugunu ortaya koymuslardir. Ayrica dogum sayisina etki
eden faktorleri de incelemisler ve egitim diizeyinin en etkili
degisken oldugunu ortaya koymuslardir. Lawal (2022), NHIS
verilerine en uygun sifir kesilmis regresyon modelini
aragtirmistir.  Bu amagla sifir kesilmis genellestirilmis
Poisson, sifir kesilmis Poisson ve sifir kesilmis negatif binom
regresyon modellerinin veriye uyumunu incelemistir. Sifir
kesilmis Poisson modelin daha iyi uyum sagladigi sonucuna
ulagsmistir. Gevrekgei ve ark. (2022), Holstein sigirlarinda 6li
dogum verilerini modellemek icin Poisson, negatif binom,
stfir-yigilmalt  Poisson, sifir-yigilmali  negatif binom,
Poisson-logit hurdle ve negatif binom-logit hurdle regresyon
modellerini  karsilastirmistir.  Modellerin ~ performanst
degerlendirilmis ve negatif binom-logit hurdle modelinin en
iyi uyumu sagladigi belirlenmistir. Cinsiyet, dogurganlik
durumu ve siri-yil-mevsim faktorlerinin 6l dogum
tizerindeki etkileri dnemli bulunmus, erkeklerde dlii dogum
oraninin daha yiiksek oldugu ve dogurganlik arttik¢a azaldig1
gdzlenmistir. Durmus ve Isci Giineri (2020), asir1 yayilim
igeren veri setlerinde Poisson regresyon modelinin yetersiz
kaldigint ve bu durumlarda genellestirilmis Poisson
regresyon modelinin daha uygun oldugunu gostermislerdir.
1984-2017 yillar arasinda Tiirkiye'deki grev sayilari iizerine
yapilan ¢aligmada, genellestirilmis Poisson modelinin daha
iyi uyum sagladigi belirlenmistir. Is¢i Giineri ve Durmus
(2021) asm1 yayilim igeren sayisal verilerin analizinde
Poisson regresyon modelinin yetersiz kaldigimn1 ve bu
durumlarda genellestirilmis Poisson, genellestirilmis negatif
binom ve sifir-yigilmali yayilim modellerinin daha uygun
oldugunu belirtmektedir. Caligmalarinda, cesitli
genellestirilmis regresyon modellerinin asir1 sifir igeren veri
setleri tizerindeki performanslarini karsilagtirmislardir.

Yapilan bu ¢aligmada Poisson Regresyon, Negatif Binom
Regresyon, Sifir Yigilmali Poisson Regresyon, Sifir
Yigilmalr Negatif Binom Regresyon, Sifir Kesilmig Poisson
Regresyon, Sifir Kesilmis Negatif Binom Regresyon
modelleri ele almmustir. 2018 yilma ait Tiirkiye Istatistik
Kurumu (TUIK) Gelir ve Yasam Kosullar1 Arastirmasi
(GYKA) gercek verisi kullanilarak analizler
gerceklestirilmistir. GYKA, Avrupa Birligi Istatistik Ofisi
(Eurostat) tarafindan koordine edilen ve TUIK tarafindan
yiiriitiilen bir aragtirmadir. GYKA, 2006 yilindan itibaren her
yil diizenli olarak yapilmaktadir. Arastirma, hanehalklarmin
gelir diizeyleri, yasam kosullar1 ve sosyal igerme durumlari
hakkinda bilgi toplamak amaciyla  yapilmaktadir.
Aragtirmanin ana hedefi, hanehalklarinin ekonomik ve sosyal
durumunu degerlendirerek yoksulluk ve sosyal dislanma ile
ilgili politikalarin gelistirilmesine katkida bulunmaktir. S6z
konusu bu modellerin veriye uygunlugunu gostermek igin
Akaike Bilgi Kriteri ve Log Olabilirlik degerleri
kullanilmistir. En uygun bulunan model i¢in parametre
tahminleri ve bu tahminlere iliskin yorumlar yapilmustir.

2. MATERYAL VE YONTEM

Sayima dayali veri, negatif olmayan tamsay1 degeri alan,
sayimdan kaynaklanan verilerdir. Bu verilere basta saglik
olmak iizere aktiierya, egitim, dis hekimligi ve ¢evre bilimi
gibi farkli alanlarda sik¢a rastlamak miimkiindiir.

Bu wveriler ile gercek diinya problemlerinde siklikla
karsilasildigindan modelleme ¢aligmalar1 sirasinda da sayima
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dayal1 regresyon modellerinin kullanimi yaygindir. En ¢ok
tercih edilen modellerin baginda Poisson, negatif binom
regresyon ile bunlarin sifir yigilmali halleri ve sifir kesilmis
halleri gelmektedir. Bu boliimde kisaca bu ydntemler
tanitilacaktir.

2.1. Poisson Regrasyon (PR)

PR modeli, sayima dayali verinin modellenmesinde
siklikla kullanilmaktadir ve bu alanda ortaya konulan ilk
modellerin baginda gelmektedir. Bu nedenle, farkli sayima
dayali modellerin temelini olugturmaktadir.

PR, belli bir zaman aralifinda gergeklesen olaylar ile
aciklayici degiskenler arasinda bir baglanti kurmak amaciyla
kullanilir. Bu baglanti, log baglant1 fonksiyonu kullanilarak
yapildig1 i¢in Loglineer model olarakta adlandirilmaktadir
(Agresti, 2002).

Yanit degiskeni Poisson dagilima sahip oldugunda, veriyi
analiz etmek i¢in PR modeli kullanilabilir. Modelde Yi, i.
gozlem icin yanit degisken olsun. Poisson dagiliminin A
ortalamasina sahip oldugu varsayilsin. Poisson dagilimina
iligkin olasilik fonksiyonu Eg 1. de verilmistir.

e_)‘il?]i

P(y) = i yi=01,..

)
Beklenen deger ve varyansi birbirine esittir.
E(Y) =Var(Y) = 4

Y:/nin beklenen degerinin negatif degerler almamasim
saglamak icin, beklenen deger ile aciklayict degiskenler
arasindaki iligkiyi gdsteren baglanti fonksiyonu (Cameron ve
Trivedi, 2013):

log(1;) = Bo + B1x1 + Boxz + =+ + PXyy VEYA

A = exp(By + B1x1 + Boxy + -+ BmXm) = e*i'P seklinde
gosterilir.

Burada By, B4, ---, Bm bilinmeyen parametreleri temsil eder.
2.2. Negatif Binom Regrasyon (NBR) Modeli

NBR modeli, asir1 yayilim gosteren  verilerin
modellenmesinde siklikla kullanilir. Asir1 yayilim var olmasi
halinde PR modelinin tercih edilmesi durumunda yanli
parametre tahminlerine ve hatali sonuglara neden olacaktir
(Hilbe, 2014).

A ortalama ve o yayilim parametresini gdstermek iizere bu
modelin olasilik fonksiyonu Es. 2 de verilmistir.

_ _ I'yi+a™)
P =y) = ry+Dre)

at a-1 Ai .
(a‘1+li) (a‘1+li)yl’ @>0 @
(2) nolu denklemde; a, asir1 yayilim parametresini
gosterir. Asir1 yayilim parametresi sifir olursa model, Poisson
modele yakinsar. Ayrica, A ve a’nin sifirdan biiyiik olmasi
asirt yayilimin bir gostergesidir. Bu model i¢in beklenen

degeri ve varyansi asagidaki gibidir.
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EY; A, a) = 4
Var(Y;|a) = ,;(1 + aly)

NBR’de, PR i¢in yazilan esitliklerde verilen log baglanti
fonksiyonu kullanilarak beklenen deger ile agiklayici
degiskenler arasindaki iligki ifade edilebilir.

2.3. Sifir Yigilmah Poisson Regrasyon (ZIP)

ZIP modelinde yanit degiskeni iki farkli veri grubundan
olusur. ilk grup, yalmzca sifir degerlerini alan Poisson
dagilimli verilerden, ikinci grup ise daima sifir degerini
icermektedir. Bu modelde, yanit degiskeninin hangi veri
grubuna dahil oldugunu belirlemek icin lojit fonksiyonu
kullanilir. Poisson dagilimina uygun bulunan grup PR ile
modellenir (Min ve Agresti, 2005). ZIP modeline iligkin
olasilik fonksiyonu Es. 3 de verilmistir.

w; + (1 —wpexp(=4;),y; =0

POr=y)=f)=4_ wi)’ly"—_yfeXp(—lt)in >0

®)

Burada 0 < wi < 1dir. wy, verideki sifir yigilma oranini
ifade eder ve w; = 0 ise ZIP model PR’ye doner. w>0 olmast
stfirda var olan yigilmanin gostergesidir.

Bu modelde, log kismi i¢in log(A)=Bf denklemi, lojit
kismu i¢in ise denklemler asagidaki gibidir. Bu denklemlerde
B ve G ortak degisken matrisleridir.

logit(w) = log (L) G
1-w Y

el
VT e

1—w)=—
a=w 1+ e%

2.4. Sifir Yigilmah Negatif Binom Regrasyon (ZINB)
Modeli

ZIP modeline alternatif olarak gelistirilen ZINB modeli,
asirt yayilim yaninda sifir degerlerinde de asir1 yigilmanin
oldugu durumlarda verileri modellemek igin Onerilmistir
(Greene, 1994). ZINB modeli i¢in olasilik fonksiyonu Es. 4
de verilmistir:

PY =y) = .
pi+ (1 —py) (aiﬂi) a™t

_ ryta™ ( a™t \*
(1 pi) r(y+1)r(a1) (a‘1+li)

Qi Vi
(a‘l-Li—/l,-) Vi >0

2.5. Sifir Kesilmis Poisson Regrasyon (ZTPR) Modeli

4)

ZTPR modelinin, klasik Poisson modelinden farki yanit
degiskenin sifir degerini almamasidir. ZTPR modelinin
olasilik fonksiyonu Es. 5 de verilmistir.

iy — i _ -1 - 7
P(Y; =j|Y; > 0) [1—Fp(0)] (exp(A)-1)j!

®)

exp(—A)A Y
I
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Bu model denkleminde, j yalnizca 0'dan biiyiik pozitif
tamsay1 degerlerini alir (Grogger ve Carson, 1991). Fp(0),
Poisson dagilimmin dagilim fonksiyonunda 0 degerini
almasini ifade eder.

2.6. Sifir Kesilmis Negatif Binom Regrasyon (ZTNB)
Modeli

ZTNB modeli, kesilmis sayima dayali verilerde pozitif
degerler alan yanmit degiskenin asirt yayilim gostermesi
durumunda yansiz tahminler elde etmek i¢in kullanilir. Bu
modele iligkin olasilik fonksiyonu Es. 6 da verilmistir.

r(+)

P(Yi=j|Yi>o)=r(jT)r(l)

Fyp(0)]7*

(@A) [1 + ar]~U+/O[1 —
(6)

Bu model denkleminde, j sifirdan biiyiik bir tamsayiy1
gostermek tizere, I' gama fonksiyonunu, a asir1 yayilim
parametresini, A ortalamay1 ve ve FNB(0) ise negatif binom
dagiliminin dagilim fonksiyonunda 0 degerini almasini ifade
eder.

2.7. Model Secimi

Bu c¢aligmada en uygun olan modeli belirlemek igin,
calismada kullanilan sayima dayali regresyon modellerine ait
Akaike Bilgi Kriteri (AIC) ve log olabilirlik degerleri
kullanilmustir.

AIC = —2L + 2k = =2(L — k) (7)

(7) nolu denklemde,
L : log olabilirligi
k : tahmin edici veya parametre sayisini

n : modeldeki gozlem sayisini (Akaike, 1973; Hilbe,
2014) gostermektedir. En kiiciik AIC degerine sahip modelin
tercih edilmesi gerekmektedir.

Log olabilirlik (LL) degeri i¢in ise durum AIC de olanin
tam tersidir. Yani burada en bilyiik LL degeri alan modelin en
iyi model oldugu sonucuna ulagilir.

3. BULGULAR VE TARTISMA

Bu c¢aligmada Tiirkiye Istatistik Kurumu’nun (TUIK)
Gelir ve Yasam Kosullar Arastirmast (GYKA) 2018 yili
mikro veri seti kullanilmistir. GYKA’ da gelir ve yoksulluk
ile diger yasam kosullarina iligkin cesitli gostergeler
hesaplanmaktadir. Bu gostergeler ile konut, gayrimenkul
sahipligi, egitim, i giicli durumu ve gelir durumu gibi ¢esitli
kategorilerde bilgiler derlenmektedir.

Bu calismada, hanehalkinin oturdugu konut diginda sahip
oldugu konut adedi yanit degiskeni olarak ele alinmustir.
Amag, hanehalkinin oturdugu konut disinda sahip oldugu
toplam konut sayisina etki eden diger faktorleri aragtirmaktir.
Bunun yaninda, aciklayici degisken olarak hanehalki
sorumlusuna ait yas, egitim durumu, cinsiyet, hanenin yillik
geliri, ge¢inme durumu ve ¢alisma durumu alinmastir.
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Yapilan analizler R Studio programu ile yapilmis ve
Political Science Computational Laboratory (pscl) ve Modern
Applied Statistics with S (mass) paketleri modelleme
asamasinda kullanilmistir. Bu ¢alismada verilerin asirt
yayilim gosterdigi analiz edilerek gosterilmistir. Poisson
regresyon modeli igin Pearson Ki-kare istatistigi
hesaplanmistir. Eger Pearson Ki-kare istatistiginin serbestlik
derecesine boliinmesiyle elde edilen deger 1'den biiyiikse,
asirt yayitlim olasilig1 yiiksektir. 1.47>1 oldugu icin veri
setinde asir1 yayilim olasiligi yiiksektir. Negatif Binom
regresyon modelinin AIC degerlerinin de daha diisiik oldugu
ve agir1 yayitlimin varligina isaret ettigi goriilmektedir.

Sayima dayali yanit degisken olan “konut sayisi” na
iliskin hanelere gore dagilimi Tablo 3.1°de verilmistir.

Tablo 3.1. Konut sayisi dagilim tablosu.
Konut sayisi

Say1 Yiizde (%)

0 19100 79.40

1 3636 15.10

2 840 3.50
Aldig 3 261 1.10
Deger 4 115 0.50

5 ve lstii 101 0.40
Toplam 24053 100
deger

Tablo 3.1’¢ gore oturulan konut haricinde baska bir
konuta sahip olmayan hanelerin oran1 %79.40 iken, oturdugu
konut disinda yalnizca 1 konutu mevcut olan hanelerin orani
da %15.10’a karsilik gelmektedir.

Tablo 3.2°de sayima dayali regresyon modellerinden
veriye uygun olan en iyi modeli belirlemek i¢in AIC ve LL
degerleri elde edilmistir. Bu ¢izelgeye gore veri setini en iyi
aciklayan en kii¢iikk AIC ve en biiyiik LL degerine sahip olan
Sifir Kesilmig Negatif Binom Regresyon modelidir.

Tablo 3.2. AIC ve LL degerleri.

AIC LL
PR 31717.010 -15837.510
NB 30181.670 -15068.840
ZIP 30740.600 -15328.300
ZINB 30101.600 -15007.800
ZTNB 8463.342 -4209.671

Tablo 3.3 incelendiginde, ¢aligma durumu degiskenin
istihdam kategorisi, cinsiyet degiskeninin kadin kategorisi,
zor geginme durumu ve gelir durumunun tim kategorileri
%95 giiven diizeyinde istatistiksel olarak anlaml
bulunmugtur. Bu ¢izelgeye gore asagidaki  6nemli
yorumlamalar yapilabilir:

Hanehalki sorumlusunun cinsiyeti erkek olan hanelerin,
hanehalki sorumlusunun cinsiyeti kadin olan hanelere gore
oturdugu konut diginda sahip oldugu konut sayisinin 1.68 kat
daha fazla oldugu gozlenmistir.
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Tablo 3.3. ZTNB modeline ait parametre tahminleri.

Tahmin Standart Hata  z degeri p degeri ehi
Degiskenler Sabit Terim -10.804 47.318 -0.228 0.819 0.00002
25-34 -0.428 0.607 -0.706 0.480 0.651
35-44 0.0832 0.586 0.142 0.887 1.086
Yas 45-54 0.287 0.584 0.491 0.623 1.332
55-64 0.630 0.584 1.078 0.280 1.878
65 > 1.101 0.587 1.875 0.060 3.008
Issiz -0.310 0.328 -0.945 0.344 0.733
Calisma Durumu Istihdam -0.296 0.085 -3.473 0.000515 * 0.743
Cinsiyet Kadin -0.516 0.108 -4.764 1.90e-06 * 0.596
Zor 0.868 0.241 3.593 0.000327 * 2.382
Geginme Durumu Biraz zor 0.308 0.212 1.454 0.145 1.361
Biraz kolay 0.263 0.167 1.575 0.115 1.301
Kolay 0.055 0.124 0.445 0.656 1.056
Cok kolay -0.139 0.089 -1.570 0.116 0.869
25 000-50 000 TL 0.448 0.114 3.914 9.07e-05 * 1.565
Gelir Durumu 50 000-75 000 TL 0.595 0.131 4517 6.28e-06 * 1.814
75000 TL > 1.103 0.142 7.731 1.07e-14 * 3.015
okuryazar degil 0.230 0.239 0.963 0.335 1.259
Egitim Durumu lise alt1 0.306 0.170 1.800 0.071 1.359
lise -0.009 0.191 -0.050 0.959 0.990
yiiksek6grenim 0.061 0.187 0.328 0.743 1.063

Geginme durumu zor olan hanelerin, ge¢inme durumu ¢ok
zor olan hanelere gore oturdugu konut disinda sahip oldugu
konut sayisinin 2.38 kat daha fazla oldugu ifade edilir.

Yillik geliri 75000 TL iistiinde olanlarin, yillik geliri
25000 altinda olanlara gore hane halkinin oturdugu konut
disinda sahip oldugu konut sayisinin 3.02 kat daha fazla
oldugu, yillik geliri 50000 TL — 75000 TL ve yillik geliri
25000 TL — 50000 TL arasinda olan hanelerin, yillik geliri
25000 altinda olanlara gore oturdugu konut disinda sahip
oldugu konut sayisinin sirastyla 1,81 kat ve 1,56 kat daha
fazla oldugu goriilmektedir.

4. SONUC

Bu makalede, siklikla tercih edilen sayima dayali
regresyon modelleri ele alimmistir. Gergek bir veri seti
kullanilarak hangi modelin veriye daha uygun oldugu
belirlenmeye calisilmistir. Veri setine en uygun model i¢in
parametre tahmin sonuglar1 verilmistir. Ayrica kullanilan tiim
modellere ait model se¢im kriterlerinin sonuglarina yer
verilmigtir.

2018 yil1 verilerine gore, Tiirkiye niifusunun %59’unun
kendilerine ait bir konutu oldugu elde edilmistir (TUIK,
2018). Bu nedenle, sayima dayali yanit degiskeni konut
say1st olarak alinmistir. Bu degisken saga ¢arpik bir dagilima
sahip olup, fazla sayida sifir icermektedir. Yanit degiskeni
olan konut sayisinin yas, cinsiyet, egitim durumu, ¢aligma
durumu, hanehalki geliri ve geginme durumu ile iliskisi
incelenmistir. Yapilan bu ¢alismada amag, konut sayisina etki
eden faktorlerin  belirlenmesidir. ~ Yapilan analizler
sonucunda, sifir kesilmis negatif binom regresyon modelinin
veriyi temsil eden en iyi model oldugu belirlenmistir.

Literatiirde sayima dayali regresyon modelleri konusu
genis yer bulmaktadir. Ancak kesilmis (truncated) regresyon
modelleri {izerine yapilan c¢alisma sayist diger regresyon
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modellerine gore daha azdir. Bu modele iliskin ¢alismalar
genisletilebilir.
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