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Ongériicii  Kolluk Uygulamalarma iliskin Etik Bir
Degerlendirme

An Ethical Evaluation of Predictive Policing Applications

Oz

Biiyiik veri kavrami artik hayatimizin her aninda yer almakta ve artik insanlarin disindaki nesneler dahi
(IoT) stirekli olarak veri tiretmektedirler. Biiyiikk verideki son yillarda yasanan yaygin kullanim ve artig
bir¢ok alanda yapay zeka igeren uygulamalarin sayisin1 da giderek artirmaktadir. Yapay 6grenme igeren
yapay zeka uygulamalarinin saglik, finans, e-ticaret gibi alanlarda hizla yayginlastigr goriilmektedir. Silah
teknolojileri ve kolluk uygulamalar gibi savunma sanayi ve onleyici hizmetler baglaminda giivenlik giigleri
icin de farkli teknolojiler gelistirilmektedir. Ongoriici kolluk (predictive policing) uygulamalari da
bunlardan bir tanesidir. Bu ¢alismanin amaci yapay zekd uygulamalarimin giivenlik alanindaki
uygulamalarindan biri olan ve alan yazinda yer alan 6ngoriicii kolluk uygulamalarini incelemek ve bu
baglamda yapay zekd kullanan Ongoriicii kolluk uygulamalar1 hakkinda etik agidan bir degerlendirme
yapmaktir. Arastirma kapsaminda yontem olarak alan yazin taramasi kullanilmig, 6ngériicii kolluk alaninda
kullanilan yapay zeka igeren uygulamalarin yapilar1 ve drnekleri incelenerek bu alanda kullanilan yapay
zeka igeren uygulamalarin etigi iizerine degerlendirmeler yapilmustir. Bu ¢alismanin yapay zeka kullanan
ongoriicii kolluk uygulamalar ile ilgili farkindalig1 artiracagi ve s6z konusu uygulamalarin etigi hakkinda
ileride yapilacak akademik galismalar icin 151k tutacag: diisiintilmektedir.

Anahtar Kelimeler: Ongériicii Kolluk, Yapay Zeka, Makine Ogrenmesi, Etik

Abstract

This study aims to examine predictive law enforcement practices in the literature and to conduct an ethical
evaluation of predictive law enforcement practices using artificial intelligence in this context. The concept
of big data is now present in every moment of our lives, and objects other than humans (10T) are constantly
generating data. The increase in big data in recent years has increased the number of artificial intelligence
applications in many fields. Artificial intelligence applications, including machine learning, are rapidly
becoming widespread in health, finance, and e-Commerce areas. Different technologies are also being
developed for security forces in the context of the defence industry and preventive services, such as weapon
technologies and law enforcement applications. Predictive policing is one such application. Within the scope
of this study, a literature review was used to examine the structures and examples of artificial intelligence
applications used in predictive law enforcement, and evaluations were made on the ethics of artificial
intelligence applications used in this field. This study will raise awareness about predictive law enforcement
applications using artificial intelligence and shed light on the ethics of these applications for future academic
studies.
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Giris

Verinin degeri artik giintimiizde tartisilmaz bir gergekliktir. Biiylik veri kavrami artik hayatimizin her aninda yer almakta ve
artik insanlarin disindaki nesneler dahi (Nesnelerin Interneti- IoT) siirekli olarak biiyiik veri {iretmektedirler. Biiyiik veri, alan
yazinda genellikle 3v harfiyle kategorize edilmektedir; volume (hacim), variety (gesitlilik) ve velocity (hiz). Fakat diger
taraftan bakildiginda verideki yiiksek hacim, ¢esitlilik ve hiz, verinin yonetimini ve dolayisiyla analizini zorlastirici bir etmen
olarak karsimiza ¢ikmaktadir. Bu nedenle biiyiik verideki son yillarda yasanan 6ngériillemez artig bir¢ok alanda yapay zeka
iceren uygulamalarin sayisinin giderek artmasia zemin hazirlamaktadir. Clinkii biiyiik veri analizleri yapay zeka ve yapay
ogrenme ile gergeklestirilebilmektedir. Veri analitigi uygulamalarinin geneli diisliniildiigiinde, yapay 6grenmenin gelistirilen
yapay zeka teknolojilerinde en popiiler teknik oldugunu séylemek yanlis olmaz. Yapay 6grenme, temelinde veri setlerinin
kullanilarak makinenin istatistiki modellerle 6grenmesinin gerceklestirilmesini ve daha sonrasinda sisteme dahil olan yeni
veriler ile ger¢eklesmis olan 6grenme yardimiyla tahminleme (prediction) yapilmasini igermektedir. Yapay 6grenme igeren
yapay zekd uygulamalarinin saglk, finans, e-ticaret gibi alanlarda hizla yayginlastig1 bilinmektedir. Yapay zeka, saglik
alaninda yapay 6grenme ile hastaliklarin teshisi ve tedavisi gibi konularda karar destek sistemi olarak kullanilabilirken, finans
sektoriinde bankalarin miisteri kredi risklerinin tahminlemesinde, e-ticarette ise kullanicilara {iriin onerme gibi amaglarla
kullanilabilmektedir. Bu alanlarin yam sira silah teknolojileri ve kolluk uygulamalar1 gibi savunma sanayi ve Onleyici
hizmetler baglaminda giivenlik giigleri i¢in de yapay dgrenme kullamlarak farkli teknolojiler gelistirilmektedir. Ongoriicii
kolluk (predictive policing) uygulamalari da bunlarin bir kismini olugturmaktadir. Bu baglamda arastirmada agagidaki sorulara
cevap aranmistir:

1. Ongoriicii kolluk uygulamast nedir ve nasil galismaktadir?
2. Diinyada kullanilan 6ngériicii kolluk uygulamalar1 nelerdir?
3. Ongoriicii kolluk uygulamalari yapay zeka etigi agisindan nasil problem durumlar igerebilir?

Yukarida bahsi gegen arastirma sorulari 15181nda takip eden ilk boliimde 6ngoriicii kolluk uygulamalarinin tanimi ve ¢alisma
prensiplerinden bahsedilerek kavramsal bir ¢er¢eve olusturulmustur. Sonrasinda, halihazirda diinya tizerindeki kolluk giigleri
tarafindan kullanilan 6ngdriicti kolluk uygulamalari incelenmistir. Son boliimde ise dngoriicii kolluk uygulamalarinin tasarimi
ve kullaniminda meydana gelebilecek etik problemler gozden gegirilmistir ve degerlendirmeler yapilmustir.

1. Kavramsal Cerceve
1.1. Ongoriicii Kolluk Nedir?

Alan yazinda tizerinde fikir birligine varilmig bir tanimlama olmamasina karsin temel olarak 6ngdriicii kolluk uygulamalari,
tarihsel verilerden yararlanarak istatistiksel yontemlerle analiz yapan, yapilan analizlerle meydana gelebilecek sug olaylarini
tahmin edebilmeye yarayan kriminolojik yazilimlar olarak ifade edilebilir. Kolluk giigleri diisiiniildiigiinde, 6ngoriicii kolluk
uygulamalariin biiyiilk ve 6zel bir potansiyel barindirmasinin yaninda oldukga islevsel oldugu sdylenebilir. Bahsi gegen
uygulamalarin genellikle karar destek sistemleri (decision support systemsS) olarak kullanildigi goriilmektedir. Burada
vurgulanmak istenilen 6ngoriicii kollugun geleneksel olan yontem ve branglarin yerine ge¢cmedigi ya da yeni bir alan
olugturmadigi, aksine bunlar gelistirdigidir. Buna 6rnek olarak, analitik araglarla yapilan tahminlemelerin kolluk giiglerinin
belirli yer ve zamanlarda konumlandirilmasinda etkili olabilecegi verilebilir (Bennett Moses ve Chan, 2018).

Kriminoloji bilimi tarihsel siire¢ igerisinde tecriibeler ve aragtirmalar ile gelismeye devam etmektedir. Elde edilen veriler
dogrultusunda diigiiniildiigiinde, yiiksek su¢ oranlarina sahip bolgelerin kriminolojinin ilgisini ¢eken bir konu oldugu ifade
edilebilir (Block ve Block, 1995). Bu baglamda, 6ngériicii kolluk uygulamalarinin yogunlukla kullanim amacinin da bu yénde
oldugu goriilmektedir. Bahsi gecen uygulamalarin ve tekniklerin sug¢ ekolojisi (ecology of crime) (Brantingham ve
Brantingham, 1984) ve sicak nokta (hot spot) (Sherman, Gartin ve Buerger, 1989) teorileri temelinde insa edildigi ifade
edilebilir. Bir kavram olarak g6z 6niine alindiginda bir bilim-kurgu senaryosu gibi algilanabilse de 6ngoriicii kolluk, teknolojik
araglardan yararlanarak kriminal aktiviteyi ger¢eklesmeden tahmin edebilecegi (van Brakel ve De Hert, 2011), tahminleme
araglarinin yiliksek diizeyde dogrulukla ¢aligsabilecegi ve kolluk giiclerinin elde edilen bilgi ve yonlendirmeler 1s18inda sug
oranini azaltabilecegi onciilleri etrafinda sekillenmektedir (Bennett Moses ve Chan, 2018).

Gelisen bilgi iletisim teknolojileri vasitasiyla biiyiik verinin dnlemez yiikselisi analitik calismalarda yogun bir artisa ve
dolayistyla da kolluk aragtirmalarinda yiikselen bir ilgiye de sebebiyet vermektedir (Uchida, 2009). Bu dogrultuda yapilan
analitik ¢aligmalar;
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a) sug riskinin arttig1 yer ve zamanlarin tespiti,

b) gelecekte sug isleme riski olan bireylerin belirlenmesi,
c) muhtemel suglularm ge¢mis suglarla iligkilendirilmesi,
d) su¢ magduru olma riski tastyabileceklerin belirlenmesi

gibi tahminlemelerde kullanilabilmektedir (Perry vd., 2013). Yapay zeka ile gerceklestirilen bahsi gegen uygulamalar
temelinde yapay 6grenme icermektedir. Yapay 6grenme eldeki verilerden yararlanarak istatistiksel modeller elde etme ve elde
edilen model vasitasiyla yeni verileri ise kosarak gelecek durumlari tahmin etme olarak tarif edilebilir. Yapay 6grenme
kullanilarak yapilan tahminlerde birgok farkli algoritma kullanilabilmektedir. Ornek vermek gerekirse, sucun tekrar
islenmesini tahminleyebilmek icin genellikle rastgele orman (random forest) algoritmalarinin tercih edildiginden
bahsedilmektedir (Berk ve Bleich, 2013). Bununla birlikte, derin 6grenme tahminlemede yiiksek basart oranina sahip
oldugundan birden fazla alanda kullanilma potansiyeline sahiptir. Bu baglamda, 6ngoriicii kolluk uygulamalar1 da farkh
amaglar i¢in farkli algoritmalar kullanmaktadirlar. Giliniimiize bakildiginda farkli cografyalarda birbirinden farkli 6ngoriicii
kolluk uygulamalar1 kullanildigi goériilmektedir. Bunlardan bazilar1 siralanmak istenirse; CAS isimli sistem Hollanda’da,
PreCobs adl1 uygulama, Isvi¢re ve Almanya’da ve Hunchlab isimli sistem ise Amerika Birlesik Devletleri’nde kullaniliyor
olmak tizere siralanabilirler (Hardyns ve Rummens, 2018).

1.2. Ongériicii Kolluk Uygulamalar: Nasil Calisir?

Yapay O6grenmenin yapay zeka uygulamalarinda siklikla tercih edilen ve kullanilan bir yaklagim oldugundan yukarida daha
once bahsedilmisti. Yapay 6grenme yontemlerini iceren yapay zeka uygulamalari diigiiniildiigiinde gergeklestirilen asamalar;
verilerin elde edilmesi (data gathering), toplanan verilerin diizenlenmesi (data management), verilerle makinenin egitilmesi
ve modelin test edilmesi (traning-test) ve yeni elde edilen veriler ile bir tahminleme yapilmasi (prediction) seklinde
siralanabilir.

Gliniimiizde kullanimda olan yapay zekd uygulamalari, dar yapay zeka (artificial narrow intelligence) olarak kategorize
edilmektedir. Bu kategorideki yapay zeka kavrami, dogal zeka gibi birden fazla goérevi yerine getirebilecek sekilde degil,
sadece bir alanda uzman olan yapay zekiy: ifade etmektedir. Ornek vermek gerekirse; DeepMind firmasmin gelistirdigi
AlphaGo Zero yapay zekasi ¢ok iyi derecede Go oyunu oynayip diinya ¢capindaki Go oyuncularini alt edebilirken (Holcomb
vd., 2018) size ihtiyaciiza uygun bir telefon tavsiye edememekte ya da kopiiklii bir Tiirk kahvesi yapabilmek i¢in 6nerilerde
bulunamamaktadir.

Kriminoloji alaninda kullanilan dar yapay zekalarin genel ¢alisma sistematigi Sekil 1°deki gibi 6zetlenmistir. Genel olarak
yapay 0grenme siireclerini yansitan bu yapida uygulamalarin otonom bir sistem olmaktan ziyade karar destek sistemi olarak
kullanildig1 da géze ¢carpmaktadir.

Sekil 1. Kriminoloji Alaninda Kullanilan Dar Yapay Zekanin Calisma Prensibi (Berk, 2021)

Test

=
Egitim ve == l
—

Kararlar

Kullanim ==

Eylemler
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Burada alan yazinda kafa karigiklig1 yaratan iki tahminleme kavrami olan prediction ve forecasting kavramlaria da agiklik
getirmek yerinde olacaktir. Ciinkii, su¢ agisindan bakildiginda prediction kavrami gegmiste rapor edilen su¢larin dogruluguyla
ilgiliyken, forcasting kavrami dogrudan gelecekteki su¢ egilimlerine yonelik olmaktadir (Safat, Asghar ve Gilliani, 2021).
Oxford sozligine gore forecast kelimesi bugiinkii bilgilere gore gelecekte ne olacagini tahmin etme anlamma gelirken,
prediction kelimesi ne olacagini sdyleme manasina gelmektedir. Yapay 6grenme bilgiler vasitasiyla degil verilerden elde ettigi
modellerden tahminleme gercgeklestirdiginden ve bu tahminlemelerin sadece gelecekle ilgili degil saglanacak veriler
vasitasiyla olmasi nedeniyle tahminlemeyi prediction manasinda kullanmak daha dogru goriinmektedir.

Ongoriicii kolluk uygulamalarinda yapilan tahminlemelerle alakali temelde iki endise goze carpmaktadir (Hung ve Yen,
2021). Bunlardan ilki, tahminleme siireci agiklanabilir olmadigindan hesap verebilirlik sorunlarina sebep olabilmektedir.
Ikincisi ise makineler insan &nyargilarmi ve ayrimciliklarini sisteme tasiyabileceginden sonuclarin giivenilebilir
olamayacagidir (Prince ve Schwarcz, 2020). Bu noktada etik bir degerlendirme yapabilmek i¢in 6ncelikle giiniimiizde diinya
tizerinde kolluk giigleri tarafindan kullanilan 6ngoriicii kolluk uygulamalarini incelemek yerinde olacaktir.

1.3. Diinyadan Ongériicii Kolluk Uygulamalar1 Ornekleri

Ongoriicii kolluk uygulamalar1 yapay 6grenme teknikleriyle yapay zeka kullandiklari igin ¢alisma prensipleri dar yapay zeka
ile benzerlikler gostermektedir. Genel olarak bakildiginda, ilk is verilerin elde edilmesi ve verilerin islenebilir hale getirilmesi
stirecidir. Ciinkii istatistiksel modeller gelistirilebilmesi igin temizlenmis ve islemeye uygun hale getirilmis biiyiik miktarda
veri gerekmektedir. Sonrasinda, Ongoriici kolluk uygulamalari genel olarak haritalar {izerinde gorsellestirme
gerceklestirdiginden, veriler harita 1zgaralariyla eslestirilmektedir. Iliskilendirilen 1zgaralar igin risk degerleri hesaplanarak
veriler icerisinde yer alan kaliplardan yapay 6grenme yardimiyla istatistiki bir model gelistirilmektedir. Son olarak da
gelistirilmig olan model kullanilarak tahminlemeler yapilmakta ve s6z konusu riskler gorsel olarak 1zgaralara aktarilmaktadir
(Hardyns ve Rummens, 2018). Ilgili siire¢ Sekil 2°de 6zetlenmistir.

Sekil 2. Ongoriicii Kolluk Yazilimlarinin Genel Calisma Prensibi

Birinci Asama Sug / Sosyo-ekono_mlk / Demografik
Veriler

ikinci Asama Sug Gostergesi Veriler — Sug Olaymm Olasihg
Istatistiksel

Model

Tahmin Edilen Sug Lokasyonlarnm
Haritasmm Olusturulmast

Ugiincii Asama

Bu bolimde gilinlimiizde ortaya ¢ikan ya da gikabilecek s6z konusu etik problemleri anlayabilmek agisindan mevcut
kullanimda olan farkli iilkelerden bazi éngoriicli kolluk uygulamalari agagida bagliklar altinda incelenmistir.

1.3.1 CAS

Hollanda’da CAS (Crime Anticipation System) kisaltmasiyla kullanilan Su¢ Ongérii Sistemi, ticari bir yazilim olmayip,
Hollanda polisinin yazilimi kendi degistirebilecegi sekilde tasarlanmis ve polis teskilati tarafindan gelistirilmistir. Temel
olarak ti¢ tiir veri kaynagindan beslenen sistem, son {i¢ yila kadar olan verilerden yararlanmaktadir (Willems ve Doeleman,
2014). Bahsi gegen veriler;

* yas, gelir gibi demografik bilgiler,
« onceki islenen suglar, suclarin konumlari ve suglular ile alakali bilgiler,

* caddeler, sokaklar gibi harita bilgilerini igeren
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veriler olarak 6zetlenebilir (Oosterloo vd., 2018). Hollanda’nin Sug¢ Ongérii Sistemi ile sehirlerdeki sug islenme riski yiiksek
olan bolgelerin tespit edilmesi ve yapilan tahminler dogrultusunda insan giiciinii bu dogrultuda verimli kullanilmasi
amaglanmaktadir (Mali vd., 2017: 91). Bu acidan bakildiginda sistemin Hollanda kolluk gii¢lerinin gézetim ve devriyelerinin
ne zaman, nerede ve nasil yapilacagina destek oldugu ve kaynaklarin verimli kullanilmasina katkida bulundugu sdylenebilir.
Sistem farkli zamanlar i¢in renk yogunluklar1 kullanarak kullanicilari harita tizerinden 1s1 haritalar1 (heat maps) yardimiyla
bilgilendirmektedir (Sekil 3). CAS 6ngoriicii kolluk yazilimi miilkiyete yonelik ve siddet igeren suclarin tahmin edilmesinde
kullanilmaktadir (Hardyns ve Rummens, 2018).

Sekil 3. Su¢ Ongériicii Sistem (CAS)’den Bir Is1 Haritas1 Goriintiisii (Mali vd., 2017)
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1.3.2. PreCobs

Almanya’nin ve Isvigre’nin baz1 sehirlerinde PreCobs adiyla kullanilan ngériicii kolluk yazilimi olan Sug Oncesi Gézetim
Sistemi’nin, ¢ok boyutlu ve ¢ok amach analizlere imkéan verebilmektedir. Bu sebeple sadece devriyelerin planlamasi gibi
insan giicli kaynaklarin1 yonetimine degil, sorusturma gibi diger kolluk gorevlerine de yardimci oldugu belirtilmektedir
(Egbert, 2019). PreCobs yaziliminin 6nemli kisitlarindan ve dezavantajlarindan bir tanesi yalnizca hirsizlik suglar1 lizerine
yogunlagsmis olmasidir. S6z konusu yazilim riskleri tahminleyebilmek i¢in yakin tekrar prensibinden yararlanmakta ve Sekil
4’te verilen renkli 1zgaralar yardimiyla kullanicty1 bilgilendirmektedir (Hardyns ve Rummens, 2018). Ilgili zaman ve
konumdaki ge¢mis hirsizlik suglarinin iglenis sekilleri ve ev tipi gibi 6zellikler de 6ngoriicii kolluk yazilimimin ¢alismasinda
kullanilmaktadir (Berliner Zeitung, 2014).

Sekil 4. PreCobs Ekran Goriintiisii (Seidensticker, Bode ve Stoffel, 2018)

Operator | Munchen | P F|
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1.3.3. Hunchlab

Amerika Birlesik Devletleri’nde dngoriicii kolluk sistemi olarak kullanilan HunchLab yazilim1 diger bahsedilen yazilimlarda
kullanilan kolluk sug¢ kayitlarmi kullanmakla birlikte, niifus yogunlugu, sehir altyapisi (metro istasyonu ve barlarin konumu
gibi) ve sosyo-ekonomik karakteristikler gibi verilerden de yararlanmaktadir (Degeling ve Berendt, 2018). Hatta bunlarin
yaninda birkag¢ yiiz farkli degisken kullanildig1 ve bunun da gerekgesi olarak polislerin gereksiz aktivitelerini azaltabilmesi
gosterildigi bildirilmektedir (Hardyns ve Rummens, 2018). Ayrica Hunchlab 6ngoriicii kolluk yazilimi yapay zekadan
olabildigince yararlanarak (Shapiro, 2017), gizli oriintiileri ve kaliplar1 kesfetme gibi yapay oOgrenmenin yaratici
avantajlarindan yararlandig1 dile getirilmektedir (Beck ve McCue, 2009). Hunchlab yazilimi genel manada siddete ve
miilkiyete yonelik suglarin tahminlemesinde kullanilmaktadir (Hardyns ve Rummens, 2018). Sekil 5°te HunchLab yaziliminin
ekran goriintiisli paylagilmistir.
Sekil 5. HunchLab Ekran Goriintiisii (Hardyns ve Rummens, 2018)

@8 HunchlLab
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2. Ongoriicii Kolluk Uygulamalarina Etik Bir Bakis

Onceki basliklarda ongériicii kolluk ile ilgili temel bilgiler verilmis, ¢aligma prensipleri izah edilmis ve bazi &rnekleri
incelenmigstir. Goriildiigii lizere, s6z konusu uygulamalar tahminlemeler yapabilmek i¢in temelde benzer yapay zeka
yaklagimlarint ve yapay Ogrenme tekniklerini ise kosmaktadirlar. Bu baglamda degerlendirildiginde, yapay zeka
uygulamalarinda etik problemler yagsanabildigi ve giiniimiizde de bir¢ok uygulama Ozelinde yasandigi bilinmektedir.
Geligtirilecek olan her yapay zeka uygulamasi farkli amaglara hizmet edeceginden ve farkli tiirde veriler iizerinden bir model
gelistirileceginden her uygulamanin kendi baglaminda ve 6zelinde incelenmesi gerekmektedir. Yapay zeka ile ilgili genel ya
da global bir etik yaklasim belirlenememesi, yapay zeka etigi ile alakali 6nemli kisitlardan biridir. Bunlarin yaninda, sug
faaliyetleri, dogas1 geregi algoritmalarin tam olarak kapsayamadigi ve 6l¢iilemez verilerin bir kara kutusunu olusturmaktadir.
Sonug olarak, gelecek tahminleri, se¢ilmis gerceklere dayanmaktadir. Ayrica, sug, degisen toplumsal degerlerden etkilenen
normatif bir fenomen olugundan algoritmik hesaplamalarin degisen bir gerceklige tam olarak kalibre edilmesi imkansiz gibi
goriinmektedir (Zavrsnik, 2021).

Yapay zekd ve yapay o0grenme kullanan ongoriici kolluk uygulamalart géz oniinde bulunduruldugunda ilk akla gelen
sorulardan biri sistemin adil (fair) ¢alisip ¢alismadigi meselesidir. Toplumda bir 1tk ya da cinsiyet gibi bir 6zellik hakkinda
toplumda dnyargi varsa, dogal olarak bu 6zellik toplumu avantajli ve dezavantajli olmak iizere iki gruba ayirmasit muhtemel
goriinmektedir. Daha kotiisii, herhangi hakli bir neden olmaksizin algoritmanin ¢iktilar: bireylere ya da gruplara digerlerinden
daha fazla avantaj ve dezavantaj saglayabilmektedir (Kordzadeh ve Ghasemaghaei, 2022). Dolayisiyla bu durumun toplum
igerisindeki baz1 insanlari sistematik olarak ayricalikli konuma getirdigi de bilinmektedir (Bellamy vd., 2018). Ornek vermek
gerekirse, ¢ok bilinen bir sosyal medya uygulamasi olan Facebook'un bilim, teknoloji, miithendislik ve matematik ile ilgili
kariyer reklamlarinda yalnizca erkeklere odaklanmasi veya yaygin kullanilan bir yolcu tasima uygulamasi olan Uber'in
agirlikli olarak Afro-Amerikan niifusa sahip varis noktalari i¢in ayrimei dinamik bir fiyatlandirma politikasi giitmesi konunun
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Oonemini gozler oniine sermektedir (Akter vd., 2021).

Ongoriicii kolluk uygulamalan diisiiniildiigiinde, 6rnegin bir bolgede sug isleyenlerin ¢ogunlugu belli bir 1rka, ten rengine,
dine, egitim seviyesine ya da cinsiyete sahip ise, gelistirilecek olan yapay zeka kullanan sistem, yapay 6grenmeyi mevcut
tarihsel veri {lizerinden gerceklestirecegi icin bu Onyargi sistemin isleyisine yansiyacak ve algoritmik bir 6nyargi (bias)
olugabilecektir. Bu durumda 6ngoriicii kolluk uygulamasiin adil bir igleyisle ¢alisabilmesinin imkéansiz bir hal alacagim
soylemek yanlis olmayacaktir. Gegmiste yapilan arastirmalar &zellikle ik ve etnik kdken degiskenlerinin Onyargisiz
algoritmalar adi (ya da kisvesi) altinda Onyargilar iceren Ongériicii kolluk uygulamalarini mesrulastirdigindan séz
etmektedirler (Lum ve Isaac, 2016). Diger yandan konuyla ilgili olarak Beckett, Nyrop ve Pfingst (2006) da irksal 6nyarg1
sorununun su¢ tiirleriyle smirli oldugunu ve dogru yaklasimin ayristirilmig veriler ile elde edilebileceginden
bahsetmektedirler.

Toplumun yapisinin ve davranislarinin zaman icerisinde degistigi hesaba katilirsa islenen suglarin, sug isleyen kisilerin ve sug
tirlerinin de degiseceginin gbz Oniine alinmasi biiyiikk 6nem arz etmektedir. Bu sebeple gelistirilen ya da gelistirilecek olan
Ongoriicii kolluk sistemlerinin s6z konusu olan durum ve kosullara uyarlanabilecek tiirde, esnek bir bigimde tasarlanmasinin
gerektigi vurgulanmaktadir (Alikhademi vd., 2022). Persson ve Kavathatzopoulos (2018) da var olan bu gergekligin goz ardi
edilmesinden kaynakli gergeklesebilecek tarihsel Onyargilara iliskin endiselerini dile getirmektedirler. Ciinkii, ongoriicii
kolluk teknolojilerinin kullanimi, mahremiyet ihlali ve temel haklarin potansiyel ihlalleri konusunda endiseler dogurmakta
olup, bu tiir sistemlerin insan {izerindeki etkisinin goz oniinde bulundurulmasini zorunlu héle getirmektedir (Schlehahn vd.,
2015). Bu acidan degerlendirildiginde, insan merkezli tasarimin (human-centered design), tahminleyici algoritmalarin
dogasinda var olan 6nyarg1 ve sinirlamalari insan sezgisi, karar verme ve sosyo-politik baglamlarini entegre ederek ele almasi
bakimindan Ongoriicli kolluk uygulamalar1 i¢in ¢ok &nemli oldugu diigiiniilmektedir. Bu baglamda, 6ngoriicii kolluk
uygulamalar1 gelistirilirken insan merkezli tasarim ilkelerini benimsemek insan haklarina saygi gostermeyi ve kamu
giivenligini tesvik etmeyi kolaylastiracagindan, daha adil ve toplum odakli kolluk stratejileri olusturma amacina hizmet
edecegi soylenebilir (McElreath, Sherri DioGuardi ve Doss, 2022). Diger taraftan, yolsuzlugun yogun oldugu ve kollukla ilgili
is ve igleyislerin saglikli yiiriimedigi iilke ya da bolgelerde su¢ kayitlar1 gercek durumlart veriye yansitmayacagindan
Richardson, Schultz ve Crawford (2019)’un yaptiklar1 ¢aligmada da tespit ettikleri {izere, yolsuzluklarin ve igleyisin daha da
kétiilesme potansiyeli bulunmaktadir. S6zii edilen potansiyel durum insan ve toplum merkeze alinmadiginda, 6ngoriicii kolluk
uygulamalariin faydasindan daha ¢ok zarari olabilecegi ger¢egini yansitmaktadir.

Kirli veri (dirty data) diger alanlarda kullanilan yapay zeka ornekleri gibi ongériicii kolluk uygulamalari igin de en bityiik
potansiyel tehlikelerin basinda gelmektedir. S6z konusu yapay zekd uygulamalari veriler {izerinden istatistiksel modeller
gelistirmekte ve risk tahminlerini elde edilen bu modeller {izerinden gergeklestirmektedir. Veri bu uygulamalarin temel tasi
ve merkezi konumunda bulunmaktadir. Kirli veri kavrami, yapay 6grenme ve veri madenciligi literatiiriinde yanlis, eksik ve
standart olmayan veri temsilleri icin kullanilmaktadir (Kim vd., 2003). Ongbriicii kolluk uygulamalar1 perspektifinden
baktigimizda ise kirli veri; delil karartma, sugsuz yere masum insanlarin tutuklanmasi, yanls yansitilan su¢ faaliyetleri
raporlar gibi durumlari igerebilme potansiyeli barindirmaktadir (Richardson vd., 2019). Ayrica yukarida da bahsedildigi gibi
kisisel olan din, dil, 1rk, siyasi goriis, saglik kayitlar1 gibi verilerin nasil ve ne agirlikta kullanildigi, sistemlerin tahminlerini
etkileyeceginden tizerinde diisiiniilmesi ciddi derecede 6nem arz etmektedir. Schlehahn ve arkadaslar1 (2015), kisiye 6zel
veriler ile ilgili durumun insanlarin irklari agisindan profillenmesine ve istenmeyen ayrimciliklara sebep olabilecegini
vurgulamaktadirlar.

Kolluk kuvvetlerinin her veriyi potansiyel olarak faydali goriip, toplumdan olabildigince veri toplamaya kalkigmalarinin
insanlarin iizerinde siirekli gézetlenme hissi yaratacagina ve bunun kolluk giiglerine kars1 giiveni azaltacagina ve insanlarin
otokontroller vasitasiyla davraniglarini bilingli olarak degistirebileceklerine de dikkat ¢ekmektedirler. Adillik kaygisinin,
ozellikle kolluk kuvvetlerinin yogunlukla var oldugu toplumlarda, mahremiyetin ve dzgiirliikklerin korunabilmesiyle dogrudan
iligkili oldugu diigiiniilmektedir (Xiang ve Raji, 2019). Dolayisiyla, dngoriicii kolluk alaninda hizmet verecek yapay zeka
uygulamalarimin gelistirilmesinde ve kullanilmasinda mahremiyete saygi ¢ercevesinde sinirlandirmalar getirilmesinin kritik
bir 6nem tasidigi vurgulanmaktadir (Perrot, 2017).

Adillik ve giiven kavramlartyla baglantili olan bagka bir konunun da seffaflik oldugu sdylenebilir. Seffafligin kolluk giicleriyle
toplum arasinda giiven insa edebilmek ag¢isindan 6neminin alt1 ¢izilmektedir (Bakke, 2018). Ciinkil, teknolojilere giivenin
temelinde, var olan s6z konusu teknolojinin kabulii ve benimsenmesi yer almaktadir (Venkatesh, Thong ve Xu, 2016). Yapay
zeka igin giiven s6z konusu oldugunda ise bu durum 6nemli bir 6n kosul haline gelmektedir (Siau ve Wang, 2018). Ongériicii
kolluk uygulamalarinda stireglerin seffaf olarak yiiriitiilmesi, kullanilan verilerin nasil ve ne sekilde kullanildiginin beyan
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edilmesi ve daha 6nemlisi beyan edildigi sekilde kullanilmasi, toplumun uygulamalar ile ilgili bilincinin artirillmasinda olumlu
rol oynayacag gibi, toplumun kolluga ve dngoriicii kolluk uygulamalarina olan giivenini de arttirabilecektir. Bununla beraber
seffaflik, hesap verebilirlik konusunda da uygulamay1 gelistirenler ve kullananlar agisindan gerekli bir 6nciil konumuna
gelmektedir. Seffafligin saglanmasi insanlari, araglarin islevselligi ve etkisi konusunda bilingli olmaya zorlayacaktir.
Dolayisiyla bu durum insanlarin kullanilan uygulamalar1 ve bunlarin toplum {iizerindeki etkilerini anlama ve sorgulama
girisimlerini destekleyerek adaleti ve hesap verebilirligi tesvik etme potansiyeline sahip olacaktir (Scantamburlo,
Charlesworth ve Cristianini, 2018). Herhangi bir problem ya da aksi bir durumla karsilasilmasi durumunda hesap
verilebilmesinin seffaf sistemler diisiiniildiigiinde her zaman daha kolay olacag1 asikardir.

Yapay zekanm hesap verebilirligi konusunda problem olan noktalardan bir digeri de meydana gelebilecek herhangi bir
olumsuz durumdan kimin sorumlu olacagi ya da sorumlu tutulacagi meselesidir. Bahsi gegen belirsizlik durumlarina karsi Joh
(2018), hesap verebilirlik rollerine iligkin tanimlamalarin yapilacak sistem gelistirmelerinin dncesinde yapilmasi gerektigini
vurgulamaktadir. Bununla baglantili olarak kolluk kuvvetleri dngoriicii kolluga iligkin yazilimlar vasitasiyla islemler
gerceklestirseler veya gergeklestirecekleri islemlerde bu tiir yazilimlardan etkilenseler dahi sorumluluklarinin devam etmesi
gerektigi belirtilmektedir (Bennett Moses ve Chan, 2018).

Yapay zeka kullanan 6ngoriicii kolluk uygulamalari dogasi geregi su¢ ve suglu lizerine yogunlastiklarindan yiiksek
dogruluktaki tahminlemeler 6nem kazanmaktadir. Bu durum da baska seffaflik ve hesap verebilirlik problemlerine yol
acabilme potansiyeli barindirmaktadir. Yapay 6grenmede kullanilan bir yaklagim olan derin 6grenme (deep learning)
algoritmalarn yliksek dogrulukta bagarili tahminler iiretebilmektedirler. Fakat girdi ve ¢iktilara bakarak gelistiricilerin bile
nasil ¢alistigini tahmin edemedikleri bir kara kutu (black box) yapist meydana getirmektedirler (Buhrmester, Miinch ve Arens,
2021). Gelistiricilerinin dahi fikir sahibi olamadiklari bu yapilarin agiklanabilirlik ile ilgili biiyiik bir sorun olacagi, seffaflik
ve hesap verebilirlik konusunda ise ciddi problemler igerecegi reddedilemez bir gergek olarak karsimizda durmaktadir. Bu
sebeple, ongoriici kolluk uygulamalarinin tahminlemede derin 6grenme gibi aciklanamayan teknikler ile yiiksek dogrulugu
hedeflemeleri yerine saglayacagi taktiksel faydalara odaklanilmasi gerekliliginden bahsedilmektedir (Alikhademi vd., 2022).

Ongoriicii kolluk uygulamalari, kolluk kuvvetleri agisindan ¢ok biiyiik avantajlara sahip olsa da bilingli ve etik ilkelere uygun
olarak gelistirilmedigi takdirde hem toplum i¢in hem de kurumlar i¢in faydalarindan ¢ok zararlara sebebiyet verebilmesi
miimkiin goriilmektedir. Bu noktada bahsedilmesi gereken bagka bir yaklasim da bu tiirden uygulamalarin otonom olarak
kullanilmas1 yerine karar destek sistemi olarak kullanilmasi gerekliliginin (Ridgeway, 2013) g6z 6nilinde bulundurulmasidir.
Dahasi, her zaman yapay zekd uygulamalarinin, sistemi kullananlarin muhakeme yetenegini etkileyebilecegi ve manipiile
edebilecegi gergekliginin dikkate alinmasi gereken bagka bir nokta oldugu séylenebilir. Ciinkii burada s6z konusu olacak olan
ozerklik, yapilacak secimlerin manipiilatif etkilerin sonucunda olmamasi anlamini igermektedir (Christman, 2009). Ozerklik
alan yazinda farkli anlamlarda anlasilabilmekte ve dolayisiyla farkli sekillerde tanimlanabilmektedir. Buna ek olarak, 6zerklik
kavrami genellikle 6zgiirlik kavramiyla iliskilendirilerek kullanilmaktadir. Ozerklik etik anlamda degerlendirildiginde,
bireylerin se¢im yapma 6zgiirliigii olarak tanimlanabilir (McBride, 2014). Jobin ve arkadaslar1 (2019) ise 6zerklikten, gelisme
ozgirliigli, demokratik 6zgilirliik, tercih etme 6zgiirligii, ya da teknolojik deneylerden, manipiilasyondan ve gozetimden
Ozgiirlik seklinde bahsedildigini dile getirmektedir. Yapilan tanimlamalar géz oniinde bulunduruldugunda, yapay zeka
tasarimi yapanlarin ve yapay zeka gelistirenlerin, yapay zekanin bireylerin se¢im yapma yeteneklerine herhangi bir zarar
verilmesini engellemeleri gerektigi ifade edilebilir (Ryan ve Stahl, 2020). Ayrica yapay zekanin insan yerine nasil davranacagi
bilinmedikge, yapay zekanin insan dzerkligini tesvik etmek yerine tam aksine kisitlayabilmeye neden olabileceginin de dnemli
oldugu diisiiniilmektedir (Robbins, 2019). Ozerklik dogrultusunda degerlendirildiginde, insan dzgiirliigiinii ve dzerkligi
merkeze alan Bynum ve Kantar (2022) tarafindan gelistirilen Flourishing Ethics ve bilisim etiginde kiilt olarak kabul edilen
Mason (1986)’in PAPA yaklasimmin internet ¢agma uyarlanmig versiyonu olan McBride (2014)’in ACTIVE Ethics
yaklagimlar1 yapay zeka kullanan dngoriicli kolluk uygulamalarmin gelistirilmesinde ve degerlendirilmesinde yol gosterici
olabilir.

Tim degerlendirmeler g6z oniinde bulunduruldugunda yapay zeka igeren Ongoriicii kolluk sistemlerini kullananlarin
farkindaliklarinin artirilmasi ve sistemlerin verimli ve dogru bir sekilde kullanilabilmeleri i¢in konuyla ilgili ciddi egitimler
planlanmast ve verilmesi de bu noktada biiylik 6nem tagimaktadir (Asaro, 2019).

3. Sonuclar

Yapay 6grenme ve derin 6grenme tekniklerinin gelisimine ek olarak biiyiik veri kullanim alanlarinin genislemesiyle, yapay
zeka teknolojilerinin 6ngdriicii kolluk uygulamalarinda kullanimi ve bu uygulamalari kullanan kolluk giicii sayis1 giin gegtikce
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artmaktadir. Kolluk kuvvetleri i¢in glinimiizde ve yakin gelecekte hem devlet kaynaklarinin verimli kullanilabilmesi hem de
suc¢ aktivitelerinin onceden tahmin edilip en aza indirilebilmesi bakimindan ¢ok yararli araclar oldugu goriilmektedir.
Boylesine faydali araglarin hem toplum hem de kurumlar agisindan avantajlarinin en {ist seviyelere ¢ikartilabilmesi, toplumun
refah ve giivenliginin tesis edilmesinde 6nemli rol oynayacaktir. Bu baglamda, yapay zeka teknolojileri igerecek ongoriicii
kolluk uygulamalar1 gelistirilirken, gelistiricilerin biitiinclil ve etik bir yaklasim sergileyebilmesi énem kazanmaktadir.
Ongoriicii kolluk uygulamalar1 kullamimlar1 ve gelistirilme amagclan itibariyle giivenlik giiclerine hitap edeceginden bazi
noktalarin kurumlarin giivenligi gerekgesi ile halka biitiiniiyle acik olarak paylasilamamasi olagan olarak kabul edilebilir bir
durumdur. Fakat, giivenlik gerekgesi ad1 altinda ya da giivenlik bahane edilerek bu uygulamalarin tamamen seffaf olmayan
bir bigimde gelistirilip devlet giicleri tarafindan kullanilmas1 mahremiyet, kisisel verilerin gizliligi ve dzgiirliik gibi insanlarin
temel haklari konusunda akillara bazi sorular getirebilmektedir. Hatta, verilerin bu sekilde gizlice kullanilmasi s6zii gegen
haklarin ihlaline bile neden olabilecek boyutlara gelebilecektir. Uygulamalar gelistirilirken hangi verilerin, hangi
parametrelerin kullanildigy, isleyis siirecinin nasil gerceklestigi seffaf bir sekilde ifade edilmeli ve herkes tarafindan ulasilabilir
bir bigimde ag¢iklanmalidir. Bunlara ek olarak, hangi etik yaklagimlarin siirece nasil ve ne sekilde dahil edildiginin deklare
edilmesi, ilgili kolluk gii¢leri ve gelistiriciler agisindan negatif degil aksine giiven verici bir profil ¢izilebilmesine yardimei
olabilir. Dolayisiyla bu yaklagim toplumun ve diger insanlarin kuruma ve devlete olan giivenlerini de artiracaktir.
Gelistirilecek uygulamalar ile ilgili kullanicilarin egitim almalar1 ve farkindalik diizeylerinin artirilmasi, yanlis kararlar
alinmamasi ve insanlarin magdur olmamalar1 acisindan énemli olarak goriilmektedir. Ayrica dngdriicii kolluk uygulamalar:
gelistirilirken, daha gelistirme asamasinda sorumluluk rolleri, olumsuz durumlarda kimlerin hangi konulardan ne sekilde
sorumlu olacag: net bir bigimde belirlenmesi faydali olabilir. Ilgili sorumluluklar, magduriyet durumlarinda siirecin nasil
isleyecegi ve magdurlarin boyle bir durum karsisinda nasil hareket etmesi gerektigi halka seffaf bir sekilde agiklanmalidir.
Tiim bunlara ek olarak diger yapay zeka igeren sistemler gibi ongoriicii kolluk uygulamalar1 da gelistirilirken, yapay zeka
etigi seffaflik (transparency) ilkesi geregi, uygulamanin agiklanabilirligi ve hesap verebilirligi her zaman gz Oniinde
bulundurulmalidir. Bu durum sistemlere kars1 toplumun giiveninin saglanmasi igin de gerekli olmaktadir. Ozerklik konusu da
yapay zeka kullanan Ongoriici kolluk uygulamalari i¢in atlanilmamasi gereken onemli hususlardan biri olarak goze
carpmaktadir. Bahsi gegen sistemler, genellikle karar destek sistemi mahiyetinde kullanilmasi gerektiginden (ya da
kullanilmasi 6nerildiginden) kullanicilarin ve karar vericilerin Ozerk olarak karar verebilmeleri ig¢in 6zgiir olmalar
gerekmektedir. Bu kisilerin herhangi bir manipiilasyona ugramamalari ve sistemden etkilenmemeleri, sistemlerin yaniltici ve
yanlis yonlendirici olmamalart gibi hususlar bu noktada biiyilk 6nem kazanmaktadir. Dolayisiyla sistemi kullanacak olan
kolluk gii¢lerinin konuyla ilgili egitimler almas1 ve farkindalik diizeylerinin {ist seviyelere tasinmasi da 6nem arz etmektedir.
Ongoriicii kolluk uygulamalarinin yapay zeka etigi baglaminda degerlendirilmesi ve gelistirilmesi halkin refahi, insan onuru
ve insan haklar agisindan ¢ok bilylik 6nem arz etmektedir. Etik ilkeler ve etik yaklagimlar goz oniinde bulundurulmadan
yapilacak gelistirmeler insanlarmn haklarmin ihlallerine neden olabilecektir. Yapay zeka etigi ile ilgili dngdriicti kolluk
alaninda arastirilmasi ve gereken ¢ok konu bulunmasindan dolayi arastirmacilarin mevcut alan yazina yeni bakis agilar
getirecek caligmalar gerceklestirebilecekleri ongoriilmektedir. Farkli etik yaklagimlarin ve etik ¢ergevelerin 6ngdriicii kolluk
alanina uygulanmasma ve uyarlanmasina yonelik ¢alismalar; karar vericiler, politika yapicilar, sistem gelistiriciler ve
akademisyenler i¢in dnerilmektedir.

207



ETUSBED (2025) Sayi/Volume: 22

Kaynaklar

Akter, S., McCarthy, G., Sajib, S., Michael, K., Dwivedi, Y. K., D’Ambra, J., & Shen, K. N. (2021). “Algorithmic bias in
data-driven innovation in the age of Al”. International Journal of Information Management, 60.

Alikhademi, K., Drobina, E., Prioleau, D., Richardson, B., ve Gilbert, J.E. (2022). “A review of predictive policing from the
perspective of fairness™. Artificial Intelligence Law, 30, 1-17. doi:10.1007/s10506-021-09286-4

Asaro, P. M. (2019). “Al ethics in predictive policing: From models of threat to an ethics of care”. IEEE Technology and
Society Magazine, 38 (2), 40-53. doi: 10.1109/MTS.2019.2915154

Bakke, E. (2018). “Predictive policing: The argument for public transparency”. NYU Annual Survey American Law, 74, 131.

Beck, C., ve McCue, C. (2009). “Predictive policing: what can we learn from Wal-Mart and Amazon about fighting crime in
a recession?”. Police Chief Magazine, 76 (11), 18.

Beckett, K., Nyrop, K., & Pfingst, L. (2006). “Race, drugs, and policing: Understanding disparities in drug delivery arrests”.
Criminology, 44 (1), 105-137.

Bellamy R.K., Dey, K., Hind, M., Hoffman, S.C., Houde, S., Kannan, K., Lohia, P., Martino, J., Mehta, S., Mojsilovic, A.,
vd. (2018). “Ai fairness 360: An extensible toolkit for detecting, understanding, and mitigating unwanted algorithmic
bias”. doi: 10.48550/arXiv.1810.01943

Bennett Moses, L. ve Chan, J. (2018). “Algorithmic prediction in policing: assumptions, evaluation, and accountability”.
Policing and Society, 28 (7), 806-822.

Berk, R. A. (2021). “Avrtificial intelligence, predictive policing, and risk assessment for law enforcement”. Annual Review of
Criminology, 4, 209-237.

Berk, R. ve Bleich, J. (2013). “Statistical procedures for forecasting criminal behavior”. Criminology & Public Policy 12 (3),
513-544.

Berliner Zeitung (2014, 1 Aralik). “Precobs: Berliner Polizei will mit Software auf Verbrecherjagd gehen”. Erisim Adresi:
https://www.berliner-zeitung.de/politik-gesellschaft/precobs-berliner-polizei-will-mit-software-auf-verbrecherjagd-
gehen-li.11650

Block, R.L. ve Block, C.R. (1995). “Space, place, and crime: Hot spot areas and hot places of liquor related crime”. Eck, J.
ve Weisburd, D. (Ed.), Crime and place (ss. 145-183) i¢inde. New York: Willow Tree Press.

Brantingham, P.J. ve Brantingham, P. (1984). Patterns in crime. Prentice-Hall: Macmillan.

Buhrmester V., Miinch D. ve Arens M. (2021) “Analysis of explainers of black box deep neural networks for computer vision:
A survey”. Machine Learning and Knowledge Extraction, 3 (4), 966-989. https://doi.org/10.3390/make3040048

Christman, J. (2009) The politics of persons: Individual autonomy and socio-historical selves. New York: Cambridge
University Press.

Degeling, M. ve Berendt, B. (2018). “What is wrong about robocops as consultants? A technology-centric critique of
predictive policing”. Al & Society, 33 (3), 347-356.

Egbert, S. (2019). “Predictive policing and the platformization of police work”. Surveillance & Society, 17 (1/2), 83-88.

Hardyns, W. ve Rummens, A. (2018). “Predictive policing as a new tool for law enforcement? Recent developments and
challenges”. European Journal on Criminal Policy and Research, 24, 201-218.

Holcomb, S. D., Porter, W. K., Ault, S. V., Mao, G. ve Wang, J. (2018, Mart). “Overview on deepmind and its alphago zero
ai”. Proceedings of the 2018 international Conference on Big Data and Education (ss. 67-71) iginde. doi:
10.1145/3206157.3206174

Hung, T. W. ve Yen, C. P. (2021). “On the person-based predictive policing of Al”. Ethics and Information Technology, 23,
165-176. doi: 10.1007/5s10676-020-09539-x

Jobin, A., lenca, M. ve Vayena, E. (2019). “The global landscape of ai ethics guidelines”. Nature Machine Intelligence, 1 (9),
389-399.

Joh, E. E. (2018). “Atrtificial intelligence and policing: First questions”. Seattle University Law Review, 41 (1139).

Kantar, N. ve Bynum, T. W. (2022). “Flourishing Ethics and identifying ethical values to instill into artificially intelligent
agents”. Metaphilosophy, 53 (5), 599-604.

Kim, W., Choi, B. J., Hong, E. K., Kim, S. K. ve Lee, D. (2003). “A taxonomy of dirty data”. Data Mining and Knowledge
Discovery, 7, 81-99.

Kordzadeh, N. ve Ghasemaghaei, M. (2022) “Algorithmic bias: review, synthesis, and future research directions”. European
Journal of Information Systems, 31 (3), 388-409. doi: 10.1080/0960085X.2021.1927212

Lum, K. ve Isaac, W. (2016). “To predict and serve?”. Significance, 13 (5), 14-19.

Mali, B., Bronkhorst-Giesen, C. ve Den Hengst, M. (2017). Predictive policing: Lessen voor de toekomst. Apeldoorn:
Politieacademie.

Mason, R.O. (1986). “Four ethical issues of the information age”. MIS Quarterly, 10 (1), 5-12.

Mcbride, N. K. (2014) “ACTIVE ethics: An information systems ethics for the internet age”. Journal of Information,
Communication and Ethics in Society, 12 (1), 21-43. https://doi.org/10.1108/JICES-06-2013-0017

208



ETUSBED (2025) Sayi/Volume: 22

McElreath, D. H., Sherri DioGuardi, ve Doss, D. A. (2022). “Pre-Crime Prediction: Does It Have Value? Is It Inherently
Racist?”. International Journal of Service Science, Management, Engineering, and Technology (IJSSMET), 13 (1), 1-17.
http://doi.org/10.4018/IJSSMET.298672

Oosterloo, S., van Schie, G., Bates, J., Clough, P., Jischke, R. ve Otterbacher, J. (2018). “The politics and biases of the ‘crime
anticipation system’ of the Dutch police”. Proceedings of the international workshop on bias in information, algorithms,
and systems (s. 30-41) iginde.

Perry W.L, Mclnnis, B., Price, C.C., Smith S. ve Hollywood, J.S. (2013). Predicting policing: the role of crime forecasting
in law enforcement operations. Washington: Rand Corporation Erisim Adresi:
https://www.rand.org/pubs/research_reports/RR233.html

Perrot, P. (2017). “What about Al in criminal intelligence: From predictive policing to Al perspectives”. European Police
Science and Research Bulletin, 16, 65-76.

Persson, A. ve Kavathatzopoulos, 1. (2018). “How to make decisions with algorithms”. ACM SIGCAS Computer and Society
47 (4), 122-133. doi: 10.1145/3243141.3243154

Prince, A. E. R. ve Schwarcz, D. (2020). “Proxy discrimination in the age of artificial intelligence and big data”. lowa Law
Review, 105 (3), 1257-1318.

Richardson, R., Schultz, J. M. ve Crawford, K. (2019). “Dirty data, bad predictions: How civil rights violations impact police
data, predictive policing systems, and justice”. New York University Law Review, 94, 15-55.

Ridgeway, G. (2013). “The pitfalls of prediction”. NI1J Journal, 271, 34-40.

Robbins, S. (2019). “A misdirected principle with a catch: Explicability for AlI”. Minds and Machines, 29 (4), 495-514.

Ryan, M. ve Stahl, B. C. (2020). “Atrtificial intelligence ethics guidelines for developers and users: Clarifying their content
and normative implications”. Journal of Information, Communication and Ethics in Society, 1 (19), 61-86.

Safat, W., Asghar, S., & Gillani, S. A. (2021). “Empirical analysis for crime prediction and forecasting using machine learning
and deep learning techniques”. IEEE access, 9, 70080-70094.

Scantamburlo, T., Charlesworth, A. ve Cristianini, N. (2018). Machine decisions and human consequences. Erigim Tarihi: 18
Agustos 2023, https://arxiv.org/abs/1811.06747

Schlehahn, E., Aichroth, P., Mann, S., Schreiner, R., Lang, U., Shepherd, I. D. ve Wong, B. W. (2015, Eyliil). “Benefits and
pitfalls of predictive policing”. 2015 European Intelligence and Security Informatics Conference (s. 145-148) i¢inde. doi:
10.1109/E1S1C.2015.29.

Seidensticker, K., Bode, F. ve Stoffel, F. (2018). Predictive policing in Germany. Erisim Adresi: http://nbn-
resolving.de/urn:nbn:de:bsz:352-2-14sbvox1ik0z06

Shapiro, A. (2017). Reform predictive policing. Nature, 541(7638), 458-460.

Sherman, L.W., Gartin, P.R. ve Buerger, M.E. (1989). “Hot spots of predatory crime: routine activ- ities and the criminology
of place”. Criminology 27 (1), 27-56.

Siau, K. ve Wang, W. (2018). “Building trust in artificial intelligence, machine learning, and robotics”. Cutter Business
Technology Journal, 31 (2), 47-53.

Uchida, C.D. (2009). Predictive policing in Los Angeles: Planning and development. Erisim Adresi:
http://newweb.jssinc.org/wp-content/uploads/2012/01/Predictive-Policing-in-Los-Angeles.pdf

van Brakel, R. ve De Hert, P., (2011). “Policing, surveillance and law in a pre-crime society: understanding the consequences
of technology based strategies”. Journal of Police Studies, 20 (3), 163-192.

Venkatesh, V., Thong, J.Y.L. ve Xu, X. (2016). “Unified theory of acceptance and use of technology: A synthesis and the
road ahead”. Journal of the Association for Information Systems, 17 (5), 328-376. https://doi.org/10.17705/1jais.00428

Willems, D. ve Doeleman, R. (2014). “Predictive Policing—wens of werkelijkheid”. Het tijdschrift voor de Politie, 76 (4), 5.

Xiang, A. ve Raji, I. D. (2019). On the legal compatibility of fairness definitions. Erisim Adresi:
https://arxiv.org/abs/1912.00761

Zavr$nik, A. (2021). “Algorithmic justice: Algorithms and big data in criminal justice settings”. European Journal of

criminology, 18 (5), 623-642.

209



ETUSBED (2025) Sayi/Volume: 22

Yazar Katkilari: Tek Yazar Fikir - Tasarim Denetleme- ; Kaynaklar- ; Veri Toplanmast ve/veya Islemesi ; Analiz ve/ veya Yorum -; Literatiir Taramasi ; Yaziyt
Yazan ; Elestirel Inceleme

Hakem Degerlendirmesi: Dis bagimsiz.

Cikar Catismasi: Yazar, ¢ikar ¢atismast olmadigini beyan etmistir.

Finansal Destek: Yazar, bu calisma igin finansal destek almadigint beyan etmistir.

Etik Kurul Belgesi: -

Author Contributions: Sole Author Concept -; Design-; Supervision-Resources; Data Collection and/or Processing; Analysis and/or Interpretation ; Literature
Search-; Writing Manuscript-; Critical Review

Peer-review: Externally peer-reviewed.

Conflict of Interest: The author has no conflicts of interest to declare.

Financial Disclosure: The author declared that this study has received no financial support.

Ethical Committee Approval: -

210



