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OZET

Bu arastirma, yapay zekanin resim tizerindeki etkilerini algoritmalar, teknikler ve tespit yontemleri kapsaminda
incelemektedir. Arastirmada, derin 6grenme ve generative adversarial networks (GAN) algoritmalarinin resimsel
stilleri, kompozisyonlar1 ve renk paletlerini 6grenme ve yeni sanatsal formlar olusturma yetenegi ile yapay zeka
(YZ) tarafindan olusturulan resimlerin tespitinde kullanilan yedi arag ve on adet yontem incelenmistir.

Bu kapsamda, alan yazin taramasiyla toplanan veriler, nitel arastirma yontemlerinden karsilastirmali analiz ve
mantiksal akil yliriitme yontemleri kullanilarak yorumlanmis ve incelenen literatiir ile sinirlandirilmistir.
Bulgular, yapay sinir aglart ve derin 6grenme yontemlerinin resimsel iiretim ve analizde kritik rol oynadigini,
gorsel analiz yontemlerinin ise dijital resimlerin detayli incelenmesine olanak sagladigini gostermistir. Sonuglar
ise bulgulara bagl kalarak, YZ ve resim kesisiminde kullanilan algoritmalarin iiretim ve degerlendirme
stireglerinde 6nemli doniistimler yarattigini ortaya koymustur.
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ALGORITHMS, TECHNIQUES AND DETECTION METHODS IN ARTIFICIAL
INTELLIGENCE AND IMAGE INTERSECTION

ABSTRACT

This research examines the effects of artificial intelligence on painting within the scope of algorithms, techniques
and detection methods. In the research, seven tools and ten methods used in the detection of paintings created by
artificial intelligence (AI) were examined, with the ability of deep learning and generative adversarial networks
(GAN) algorithms to learn pictorial styles, compositions and color palettes and create new artistic forms. In this
context, the data collected through literature review were interpreted using comparative analysis and logical
reasoning methods, which are among the qualitative research methods, and were limited to the literature examined.
Findings have shown that artificial neural networks and deep learning methods play a critical role in pictorial
production and analysis, while visual analysis methods allow detailed examination of digital images. The results,
adhering to the findings, revealed that the algorithms used at the intersection of Al and image created significant
transformations in the production and evaluation processes.
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1. GIRiS

Yapay zeka (YZ) ve resmin kesisim noktasindaki yenilikler, resimsel iiretim ve degerlendirme siire¢lerinde kokli
degisimlere yol agmistir. Geleneksel resim yontemleri, tarih boyunca insan yaraticiliginin en 6nemli ifadesi olarak
goriilmiis, sanatcilarin kisisel tarzlari ve teknikleriyle sekillenmistir. Ancak, giinimiizde YZ'min geligimiyle
birlikte resim, sadece insan yaraticiligryla sinirli kalmamis, algoritmalarin ve makine 6greniminin katkilariyla yeni
boyutlar kazanmistir (McCormack, Gifford & Hutchings, 2019).

YZ'nin resim tizerindeki etkilerini anlamak i¢in 6ncelikle kullanilan algoritmalar ve teknikler hakkinda bilgi sahibi
olmak gerekmektedir. Derin 6grenme, generative adversarial networks (GAN) gibi yapay sinir ag1 algoritmalart,
biiyiik miktarda gorsel veriyi analiz ederek resimsel stilleri, kompozisyonlar1 ve renk paletlerini dgrenme
kapasitesine sahiptir (Goodfellow et al., 2014). Bu algoritmalar, sanatcilarin tarzlarini taklit etmekle kalmayip,
tamamen yeni ve orijinal resimsel formlar olusturabilme potansiyeline de sahiptir (Elgammal et al., 2017). Stil
transferi, goriintii isleme ve oOzellik ¢ikarimi gibi teknikler, YZ'nin resim iiretiminde ve analizinde nasil
kullanildigini gostermektedir (Gatys, Ecker & Bethge, 2016).

Bir diger agidan, sanat diinyasinda YZ'nin yiikselisi, sadece resimsel iiretimi etkilemekle kalmamis, ayn1 zamanda
resim eserlerinin degerlendirilmesi ve tespiti konusunda da yeni yaklagimlar gerektirmistir. YZ tarafindan iiretilen
resimlerin orijinalligini ve estetik degerini belirlemek, geleneksel resim elestirisi yontemlerinin Gtesinde,
algoritmik analiz ve dijital izlerin incelenmesi gibi yontemler gerektirmektedir (Russell & Norvig, 2016). Bu
baglamda, sahtecilik tespiti ve anomali belirleme gibi yontemler, YZ tarafindan {iiretilen resimlerin dogrulugunu
ve giivenilirligini saglamada kritik bir rol oynamaktadir (Zhao, Guo & Su, 2020). Bu kapsamda ¢aligmanin amaci
YZ ve resmin kesisiminde yer alan gesitli algoritmalar, teknikler ve tespit yontemlerini incelemek olup, derin
ogrenme ve GAN algoritmalarinin resimsel stilleri, kompozisyonlar: ve renk paletlerini 6grenme ve yeni resimsel
formlar olusturma yetenegi ile YZ tarafindan olusturulan resimlerin tespitinde kullanilan yedi ara¢ ve on adet
yontemi incelenmistir. Bu araglar Adobe Voco, GAN Discriminator Tools, Forensically, DeepFake Detection
Tools, Jigsaw’s Assembler, Project Maru ve Sensity Al'dir. Yontemler ise Anomali Tespiti, Sahtecilik Belirleme,
Algoritmik Izler ve Dijital Pargaciklarin Analizi, Fourier Doniisiimii ve Spektral Analiz, Gorsel isleme Teknikleri,
Ozellik Cikarim, Stil Transferi ve Stilizasyon Teknikleri, Piksel Bazli ve Vektor Bazli Analizler, Veri Madenciligi
ve Makine Ogrenimi Yontemleri, insan ve Makine Arasindaki Ayrimlarin Belirlenmesi olarak siralanmistir.

Bu kapsamda, alan yazin taramasiyla toplanan veriler, nitel arastirma yontemlerinden karsilastirmali analiz ve
mantiksal akil yilirtitme yontemleri kullanilarak yorumlanmis ve incelenen literatiir ile sinirlandirilmistir.

Yapilan arastirmanin bulgulari, yapay sinir aglari ve derin 6grenme yontemlerinin resimsel iiretim ve analiz
stireglerinde kritik bir rol oynadigini ortaya koymaktadir.

Sonuglar ise bulgulara dayanarak, YZ ve resim kesisiminde kullanilan algoritmalarin resimsel yaratim ve
degerlendirme siireclerinde 6nemli doniisiimler yarattigini gostermektedir.

1.1. Yapay Zeka

YZ, son yillarda teknoloji ve bilim alanlarinda 6nemli bir arastirma konusu haline gelmistir. Bu denli ilgi
¢ekmesinin sebepleri arasinda, teknolojinin hizla gelismesi, bilyiik veriye erisimin artmasi ve hesaplama giiciiniin
yiikselmesi bulunmaktadir (Jordan & Mitchell, 2015). Ayrica, YZ'nin sagladig1 ¢oziimlerin genis bir uygulama
yelpazesi sunmasi, kullanicilarin1 bu alana ydnlendirmektedir. Bir diger agidan makine 6grenmesi, dogal dil
isleme, bilgisayarla gorme ve robotik gibi ¢esitli alt alanlar1 igeren YZ, makinelerin insan benzeri beceriler
sergilemesini amaglamaktadir (LeCun, Bengio & Hinton, 2015). Bu alt alanlar, karmasik problemleri ¢dzebilme,
veri analizi yapabilme ve insanlarla etkilesime girebilme gibi yetenekleri gelistirmeyi hedefler. Bu hedefler, insan
hayatin1 kolaylastirma ve teknolojik gelismeleri hizlandirma amaci tasimaktadir (Russell & Norvig, 2016).
Yapay zekanin bir diger amaci, makinelerin karmagik problemleri ¢6zme, 6grenme ve adaptasyon yeteneklerini
gelistirmektir (Goodfellow, Bengio & Courville, 2016). Bu amag, daha verimli ve akilli sistemlerin tasarlanmasini,
bu sistemlerin insan hayatin1 kolaylastirmasini ve ¢esitli sektdrlerde inovasyonu desteklemesini saglar. Bu
dogrultuda, birgok teorik ve uygulamali yaklagim gelistirilmistir (Krizhevsky, Sutskever & Hinton, 2012).
Ornegin, makine dgrenmesi algoritmalari, verilerden 6grenme ve tahmin yapma siireclerini optimize etmek igin
kullanilirken, robotik sistemler otonom hareket ve gorev icra etme kapasitelerini artirmak igin gelistirilmektedir
(Siciliano & Khatib, 2016).

1.1.1. Yapay Zeka ve Resmin Kesisimi

YZ'min resim tzerindeki etkisi, Oncelikle dijital resim {iretimi ve gorsel veri analizi alanlarinda kendini
gostermektedir. Derin 6grenme algoritmalari, bilyiik miktarda gorsel veriyi analiz ederek stil, kompozisyon ve
renk kullanimi gibi resimsel unsurlar1 6grenebilir (Gatys, Ecker & Bethge, 2016). Bu algoritmalar, sanatgilarin
caligmalarini taklit edebilir veya tamamen yeni stiller ve formlar olusturabilir (Elgammal et al., 2017). Ornegin,
"stil transferi" teknolojisi, bir resmin stilini alip baska bir goriintiiye uygulayarak yenilik¢i ve orijinal eserler
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yaratmay1 miimkiin kilmaktadir (Huang & Belongie, 2017). Bu teknoloji, sanatgilara ve tasarimcilara farkli estetik
yaklasimlar1 harmanlama imkani sunar.

YZ'nin sanatsal kullanim1 sadece dijital ortamlarla sinirl degildir; ayn1 zamanda geleneksel resim tekniklerine de
entegre edilebilir. YZ destekli robotlar ve otomatik boyama makineleri, sanatgilarin yaraticiligini destekleyen
araglar olarak kullanilmaktadir (Tresset & Leymarie, 2013). Bu tiir cihazlar, sanat¢ilarin karmasik desenler veya
biiyiik 6lgekli projeler lizerinde galisirken zaman ve emek tasarrufu yapmalarimi saglar. Ayrica, YZ'nin sagladigi
kesinlik ve tekrarlanabilirlik, teknik agidan mitkemmel eserler yaratilmasina olanak tanir. Bu durum, sanatgilara
yaratici siireclerinde daha fazla 6zgiirliikk ve esneklik saglar (McCorduck, 1991).

YZ ve resim kesisiminde dnemli bir diger alan, resimsel yaraticiligin ve ifadenin sinirlarini genisletmektir. YZ,
sanatgilarin geleneksel kaliplarin 6tesine gegerek yeni ifade bigimleri kesfetmelerini saglar (McCormack, Gifford
& Hutchings, 2019). Ornegin, sanatcilar, YZ ile etkilesimli resim eserleri olusturarak izleyicilerin katilimini
artirabilir ve resim deneyimini daha dinamik hale getirebilir (Wilson, 2010). Bu etkilesimli eserler, izleyicilere
aktif bir rol vererek resmin daha kisisel ve anlamli bir deneyim haline gelmesini saglar. Ayrica, YZ'nin sundugu
olanaklar sayesinde, sanatgilar daha Once miimkiin olmayan gorsel efektler ve kompozisyon teknikleri
kullanabilirler (Boden, 2004). Bu, resmin ifade giiciinii ve ¢esitliligini artirir.

YZ'nin resim entegrasyonu, ayni zamanda resmin algilanma ve degerlendirilme bigimlerini de etkilemektedir.
Geleneksel resim elestirisi ve estetik teoriler, YZ tarafindan iretilen eserlerin degerlendirilmesinde yeni
yaklasimlar gerektirmektedir (Russell & Norvig, 2016). Bu baglamda, resim eserlerinin orijinalligi, yaraticilig1 ve
estetik degeri konusundaki tartigmalar yeniden sekillenmektedir. YZ'nin katkilari, resmin dogasi ve rolii {izerine
diistinmeyi tesvik etmektedir. Bu, resim diinyasinda yeni kavramsal ve elestirel perspektiflerin gelismesine yol
acar (Colton, 2012).

Yapay Zeka ile Resim

Uretimi stil Transferi Elle Yapilan Resim .
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Robotlar
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Sekil 1. Yapay Zeka, Resim Kesisiminde Dijital Ve Geleneksel Etkilesim Diyagrami (2024)
1.1.2.  Resim Uretiminde Kullamlan Popiiler Yapay Zeka Araclar ve Yazihmlar

Popiiler YZ araglarindan biri olan DeepArt, derin 6grenme algoritmalar1 kullanarak fotograflari {inlii sanat¢ilarin
stilleriyle birlestirip 6zgiin ve etkileyici resimler olusturur. Bu, sanatgilarin ve kullanicilarin kendi resimsel
eserlerini yaratmalarini kolaylastirir (Gatys, Ecker & Bethge, 2016). DeepArt, sanatcilarin farkli stilleri
deneyimlemelerine ve kendi benzersiz tarzlarimi gelistirmelerine olanak tanir. Benzer sekilde, Runway ML,
sanatcilar ve yaratici profesyoneller i¢in derin 6grenme modellerini kolayca uygulayabilecekleri bir platform sunar
(Bau et al., 2019). Stil transferi, nesne algilama ve goriintii iiretimi gibi gesitli 6zellikler, sanatgilarin projelerini
daha yenilik¢i hale getirmelerine olanak tanir. Bu platform, yaratici siireclerde esneklik ve gesitlilik saglayarak,
sanatgilarin vizyonlarini ger¢cege doniistiirmelerine yardimet olur.

Bu baglamda, OpenAl tarafindan gelistirilen DALL-E, dogal dil girdilerini kullanarak yiiksek kaliteli ve yaratici
gorseller iiretir (Ramesh et al., 2021). Sanatgilar, bu araci kullanarak metin tabanli betimlemelerden 6zgiin resimler
olusturabilirler. DALL-E, resmin siirlarini zorlayan ve yeni ifade bigimleri kesfetmeye olanak taniyan yenilik¢i
bir aragtir. Bu arag, sanatgilara kelimelerle anlatilan bir konsepti gorsel bir esere doniistiirme imkant1 sunar, boylece
yaratici siire¢ daha interaktif ve dinamik hale gelir. Artbreeder ise, kullanicilarin mevcut goriintiileri birlestirip
degistirerek yeni ve benzersiz resimler olusturmasini saglayan bir platformdur (McCormack, Gifford & Hutchings,
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2019). Genetik algoritmalar ve derin 6grenme teknikleri kullanarak calisan bu arag, farkli resimsel stilleri
denemeye olanak tanir. Bu, sanatgilarin kendi tarzlarini ve estetik anlayiglarini kesfetmelerine yardimei olur.

Ote yandan, Google'm DeepDream projesi, sinir aglarinin igsel yapilarini gérsellestirerek siirreal ve soyut
goriintliler olusturur (Mordvintsev, Olah & Tyka, 2015). Bu arag, 6zellikle riiya benzeri ve karmagik gorseller
yaratmak isteyen sanatgilar i¢in idealdir. DeepDream, resimsel yaraticiligi tesvik eden ve sinir aglarin nasil
calistigint anlamaya yardimci olan bir platformdur. Bu arag, sanatg¢ilara sinir aglarimnin igleyisini gorsellestirerek,
resim ve teknolojiyi bir araya getiren eserler yaratma firsati sunar. Benzer sekilde, GANPaint Studio, MIT-IBM
Watson Al Lab tarafindan gelistirilen ve generative adversarial networks (GAN) kullanarak sanatcilarin ve
tasarimeilarin yaratici siireglerini destekleyen bir aragtir (Bau et al., 2019). Kullanicilar, bu platformu kullanarak
gorsellerdeki nesneleri ve sahneleri manipiile edebilir, yeni kompozisyonlar olusturabilirler. GANPaint Studio,
ozellikle gercekei ve yiiksek kaliteli gorseller iiretmek i¢in kullanilir. Bu arag, sanatgilara daha 6nce miimkiin
olmayan detaylar ve kompozisyonlarla ¢aligma imkani sunar.

Bu araglarin yan1 sira, MidJourney, YZ ve resmin kesisiminde 6nemli bir diger ara¢ olarak one ¢ikmaktadir. Bu
platform, sanatgilara cesitli resimsel stilleri deneme ve kesfetme firsat1 sunar. MidJourney, 6zellikle gorsel verileri
analiz ederek sanatgilara stil Onerileri sunar ve yaratici siiregleri destekler. Sanatgilar, bu ara¢ sayesinde yeni ve
yenilik¢i eserler yaratabilirler (Elgammal et al., 2017). MidJourney, sanatcilarin estetik anlayislarini gelistirerek
ve farkli tarzlarla denemeler yapmalarina imkan taniyarak, resimsel yaraticiligi tesvik eder.

Ek olarak, Procreate ve Adobe Fresco gibi dijital resim uygulamalari, YZ destekli firca ve araglar sunarak
sanatg¢ilarin yaratici siireclerini kolaylastirir (Elgammal et al., 2017). Bu uygulamalar, resimsel teknikleri ve stilleri
simiile ederek kullanicilarin dijital ortamda geleneksel resim tekniklerini uygulamalarina olanak tanir. YZ destekli
bu araglar ve yazilimlar, resmin dijitallesme siirecinde 6nemli bir rol oynamaktadir. Sanatgilar, bu teknolojileri
kullanarak yaratic1 potansiyellerini artirmakta ve daha dnce miimkiin olmayan gorsel deneyimler sunmaktadirlar
(McCormack, Gifford & Hutchings, 2019).

Cesitli resimsel stilleri

deneme %
Siirreal ve soyut

3 gortintiler
. Sinir aglarimin
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Sekil 2. Popiiler yapay zeka araglar1 ve yazilimlar diyagrami (2024)

1.2. Yapay Zeka ile Uretilen Resimlerin Algoritmalari ve Tespiti

1.2.1. Algoritmalar ve Teknikler

YZ tarafindan olusturulan resimlerin teknik analizi, bu eserlerin nasil iretildigini, hangi algoritmalarin
kullanildigini ve estetik degerlerinin nasil degerlendirilebilecegini kapsamaktadir. Bu analiz ¢ergevesinde, yapay
sinir aglari, Generative Adversarial Networks (GAN) ve derin 6grenme yontemlerini kapsayan algoritmalar ve
teknikler incelenmektedir.

1.2.1.1. Yapay Sinir Aglar1 (Neural Networks)

YZ tarafindan olusturulan resimlerin iiretiminde en yaygin kullanilan algoritmalardan biri, yapay sinir aglaridir
(neural networks). Bu aglar, biiylik miktarda gorsel veriyi analiz ederek belirli stilleri, kompozisyonlar1 ve renk
paletlerini 6grenerek, verilerdeki desenleri ve iliskileri tespit edip, 6grenme siireglerini optimize eder (LeCun,
Bengio & Hinton, 2015). Ornegin, resimlerdeki renk dagilimlari, sekiller ve kompozisyonlar gibi 6zellikler, sinir
aglari tarafindan analiz edilir ve 6grenilir (Krizhevsky, Sutskever & Hinton, 2012). Bu 6grenme siireci, aglarin
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daha sonra benzer 6zelliklere sahip yeni resimler {iretebilmesini saglar. Bu sekilde, yapay sinir aglari, sanat¢gilara
ilham veren ve yaraticiliklarin1 destekleyen araglar haline gelir.

Ornegin, bir sinir ag1, bir resimdeki renk paletini ve kompozisyonu dgrenebilir ve bu bilgileri kullanarak benzer
bir tarzda yeni bir resim {iretebilir. Bu siireg, yaraticilik ve 6zgiinliik gerektiren resimsel iiretimlerde oldukga etkili
sonuglar verir (Gatys, Ecker & Bethge, 2016).

1.2.1.2. Generative Adversarial Networks (GAN)

YZ tarafindan olusturulan resimlerde sik¢a kullanilan bir diger énemli algoritma tiirli, Generative Adversarial
Networks (GAN) olarak bilinir. GAN'lar, iki ana bilesenden olusur: yeni goriintiiler lireten "{iretici" (generator) ve
bu goriintiilerin gergek mi sahte mi oldugunu belirlemeye calisan "ayristirict”" (discriminator) (Goodfellow et al.,
2014). Bu iki ag, birbirleriyle yarigarak daha gergekei ve estetik agidan tatmin edici goriintiiler iiretir. Bu rekabetgi
siire¢, GAN'larin temel isleyis mekanizmasini olusturur.

GAN'lar, iiretici agin rastgele giiriiltiiden anlamli gériintiiler olusturmayi &grenmesiyle baslar. Uretici ag,
baslangicta rastgele goriintiiler liretir ve bu goriintiiler ayristirict aga gonderilir. Ayristirict ag, bu goriintiilerin
gercek mi yoksa sahte mi oldugunu belirlemeye calisir. Ayristirict ag, gergek ve sahte goriintiileri ayirt etme
konusunda daha iyi hale geldikge, iiretici ag da daha gergekei goriintiiler {iretmeyi 6grenir. Bu dongil, her iki agin
da performansini siirekli olarak artirir ve nihayetinde oldukga gergekgi ve estetik agidan tatmin edici goriintiiler
elde edilir (Radford, Metz & Chintala, 2016).

GAN/'lar, 6zellikle resimsel yaraticiligin sinirlarini zorlayan ve yeni ifade bigimleri kesfetmeye olanak tanryan bir
yontemdir. Sanatg¢ilar, GAN'lar1 kullanarak benzersiz ve inovatif resim eserleri olusturabilirler (Elgammal et al.,
2017). Bu algoritma, sanatcilara geleneksel yontemlerle elde edemeyecekleri yeni estetik imkanlar sunar. Ornegin,
GAN'lar sayesinde sanatgilar, mevcut resim eserlerini temel alarak tamamen yeni tarzlar ve formlar yaratabilirler
(Zhu et al., 2017).

1.2.1.3. Derin Ogrenme (Deep Learning) Yontemleri

Derin 6grenme (deep learning) yontemleri, YZ'nin resim iiretimindeki en gii¢lii araglarindan biridir. Derin
o0grenme, cok katmanli sinir aglarini kullanarak verilerdeki karmasik desenleri ve ozellikleri 6grenir. Bu
yontemler, veri setlerindeki temel 6zellikleri ve desenleri tanimlayarak, ¢ok katmanli sinir aglar1 araciligryla
verilerin anlamli bir sekilde islenmesini saglar. Bu katmanli yapi, verilerin hiyerarsik olarak analiz edilmesine
olanak tanir ve bdylece daha derin ve soyut 6zelliklerin 6grenilmesini miimkiin kilar (LeCun, Bengio & Hinton,
2015). Bu yontemler, biiyiik miktarda gorsel veri iizerinde egitim alarak, belirli resimsel stilleri, kompozisyon
tekniklerini ve renk paletlerini dgrenebilir. Ornegin, derin grenme algoritmalari, {inlii resim eserlerindeki stil ve
teknikleri 6grenebilir ve bu bilgileri kullanarak benzer tarzda yeni resimler iiretebilir (Gatys, Ecker & Bethge,
2016). Bu siireg, sanatcilarin eserlerindeki estetik unsurlarin bilgisayarlar tarafindan anlagilmasini ve yeniden
yaratilmasini saglar.

YZ tarafindan olusturulan resimlerin teknik analizi, ayn1 zamanda veri 6n igleme asamalarini da igerir. Veri 6n
isleme, gorsel verilerin uygun sekilde hazirlanmasini ve modellenmesini saglar. Bu asamalar, gorsel verilerin sinir
aglart tarafindan etkili bir sekilde islenmesi i¢in gereklidir. Gorsellerin boyutlarinin yeniden ayarlanmasi,
normalizasyon ve veri artirma (data augmentation) teknikleri, YZ modellerinin daha iyi performans gostermesi
icin yaygin olarak kullanilir. Boyutlarin yeniden ayarlanmasi, verilerin sinir aglar1 tarafindan iglenebilir boyutlarda
olmasini saglar; normalizasyon, verilerin belirli bir araliga getirilerek agin daha stabil ve hizl1 6grenmesini saglar;
veri artirma ise, meveut veri setini ¢esitlendirerek modelin genelleme yetenegini artirir (Shorten & Khoshgoftaar,
2019).

1.2.2. Gorsel Analiz Teknikleri

Gorsel analiz teknikleri kapsaminda, goriintii isleme ve 6zellik ¢ikarimi, stil transferi ve stilizasyon teknikleri,
piksel bazli ve vektor bazli analizler gibi 6nemli yontemler incelenmektedir.

1.2.2.1. Goriintii isleme ve Ozellik Cikarim

Gorilintii igleme, YZ tarafindan olusturulan resimlerin analizinde temel bir rol oynar. Bu teknikler, dijital
goriintlilerin maniptilasyonu ve iyilestirilmesi i¢in kullanilir. Goriintiilerin parlaklik, kontrast, renk doygunlugu
gibi ozelliklerini diizenlemeye olanak tanir. Ornegin, bir goriintiiniin parlaklig artirilarak daha aydinlik hale
getirilebilir veya kontrasti artirtlarak goriintiideki detaylar daha belirgin hale getirilebilir. Renk doygunlugu
ayarlamalari, goriintiilerin daha canli ve etkileyici goriinmesini saglar. Bu tiir manipiilasyonlar, YZ
algoritmalarinin daha net ve anlamli verilerle ¢aligmasini saglar, bu da daha dogru ve estetik sonuglar elde
edilmesine yardimci olur (Gonzalez & Woods, 2018). Ozellik ¢ikarimi ise, bir gériintiiniin belirli 6zelliklerini veya
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desenlerini tanimlamay1 amaglar. Bu siirecte, kenar tespiti, kose tespiti ve doku analizi gibi yontemler kullanilarak,
goriintiideki 6nemli bilesenler belirlenir. Kenar tespiti, goriintiideki nesnelerin siirlarmi belirleyerek, sekil ve yap1
hakkinda bilgi verir. Kose tespiti, gorlintiideki belirgin noktalar1 ve kesisme alanlarini belirler. Doku analizi,
goriintliniin yiizey ozelliklerini ve desenlerini inceleyerek, daha fazla bilgi saglar. Bu yontemler, goriintiilerin
igerigini anlamak ve yorumlamak i¢in temel bilgiler sunar (Lowe, 1999).

1.2.2.2. Stil Transferi ve Stilizasyon Teknikleri

Stil transferi, bir goriintiiniin stilini baska bir goriintitye uygulayarak yeni ve yaratici resimler olusturmay1 miimkiin
kilan bir tekniktir. Bu teknik, derin 6grenme ve yapay sinir aglar1 kullanilarak gergeklestirilir. Ozellikle resim
eserlerinin stilini fotograflara veya diger resim eserlerine uygulamak igin kullanilir. Ornegin, Vincent van Gogh'un
"Yildizli Gece" tablosunun stilini modern bir sehir manzarasina uygulayarak, benzersiz ve yenilik¢i bir goriinti
elde edilebilir. Bu uygulama, resim eserlerinin belirli stil ve tekniklerinin dijital ortama taginarak farkli konularla
birlestirilmesini saglar. Boylece, sanatgilarin yaraticiliklarini ve estetik anlayislarini genisletmelerine olanak tanir
(Huang & Belongie, 2017). Stilizasyon teknikleri ise, goriintiilerin belirli resimsel stillere doniistiiriilmesini saglar.
Bu teknikler, resimsel efektler ve filtreler kullanilarak gergeklestirilir ve goriintiilerin estetik degerini artirir.
Resimsel efektler, belirli bir ressamin firga darbeleri, renk paletleri ve kompozisyon tekniklerini dijital olarak
simiile eder. Filtreler ise, goriintiilerin genel tonunu, dokusunu ve atmosferini degistirerek estetik agidan tatmin
edici sonuglar elde edilmesini saglar (Elgammal et al., 2017).

1.2.2.3. Piksel Bazh ve Vektor Bazh Analizler

Piksel bazli analizler, bir goriintiiyii olusturan en kiiciik birim olan pikseller iizerinde ¢aligir. Her bir piksel, belirli
bir renk ve yogunluk degerine sahiptir. Bu analizler, her pikselin bu degerlerini inceleyerek, goriintiiniin genel
yapisini ve desenlerini anlamaya ¢alisir. Piksel bazli teknikler, goriintii isleme siireglerinde temel bir rol oynar ve
ozellikle detayl bilgi ¢ikarimi gereken durumlarda kullanilir. Ornegin, kenar tespiti, piksel bazli analizlerin bir
uygulamasidir; burada, piksellerin yogunluk degisiklikleri incelenerek, goriintiideki nesnelerin sinirlari belirlenir
(Canny, 1986). Vektor bazli analizler ise, goriintiileri geometrik sekiller ve ¢izgiler olarak temsil eder. Vektor
grafikler, piksel tabanli grafiklerin aksine, matematiksel formiillerle tanimlanir ve bu sayede 6lgeklenebilir. Bu,
gOriintliniin boyutu ne olursa olsun, detaylarin ve netligin korunmasini saglar. Vektor grafiklerin bu o6zelligi,
ozellikle bilgisayar destekli tasarim (CAD) ve grafik tasarim uygulamalarinda tercih edilmesini saglar. CAD
uygulamalari, miithendislik ve mimarlik projelerinde hassas ve detayli ¢izimlerin olusturulmasimi gerektirir, bu
nedenle vektor grafiklerin dlgeklenebilirligi biiylik bir avantajdir (Zeid, 2005).

1.2.3. Veri Madenciligi ve Makine Ogrenimi Yéntemleri

Veri madenciligi ve makine 6grenimi yontemleri, bu siirecin temel bilesenlerindendir. Bu kapsamda, veri setleri
ve egitim stiregleri, siniflandirma ve kiimeleme algoritmalari, anomali tespiti ve sahtecilik belirleme gibi 6nemli
yontemler incelenmektedir.

1.2.3.1. Veri Setleri ve Egitim Siirecleri

YZ ve makine 6grenimi modellerinin basarisi, biiyiik 6l¢iide kullanilan veri setlerinin kalitesine ve kapsamina
baglidir. Bu veri setleri, modellerin 6grenme siireclerinde kritik bir rol oynar, ¢iinkii modeller, bu veriler lizerinden
desenleri ve iliskileri 6grenir. Kaliteli ve kapsamli veri setleri, modellerin daha dogru ve genellestirilebilir sonuglar
iretmesini saglar. Ayrica, yeterince ¢esitli ve temsil edici veri setleri, modellerin ger¢ek diinya uygulamalarinda
daha basarili olmasina katkida bulunur (Deng et al., 2009).

Veri setleri, farkls stil, kompozisyon ve igeriklere sahip resim eserleri, fotograflar ve dijital resimleri igerir. Cesitli
veri setleri, modellerin genis bir yelpazede gorsel 6zellikleri ve desenleri 6grenmesini saglar. Bdylece, modeller
daha esnek ve uyarlanabilir hale gelir, bu da onlarin farkli gérevlerde basarili olmasina yardimei olur (Krizhevsky,
Sutskever & Hinton, 2012).

1.2.3.2. Smiflandirma ve Kiimeleme Algoritmalar:

Siniflandirma algoritmalari, verilen veri setlerini belirli kategorilere ayirarak her bir veriyi uygun sinifa atar. Bu
stireg, denetimli 6grenme yontemlerini kullanir; yani, algoritma, dnceden etiketlenmis verilerle egitilir ve bu
etiketler kullamilarak yeni verileri simflandirir. Ornegin, bir YZ modeli, farkli resim stillerini tantyarak bir resmi
hangi stile ait oldugunu smiflandirabilir. Bu, resim eserlerinin otomatik olarak kategorize edilmesini ve analiz
edilmesini saglar. Smiflandirma algoritmalari, egitim siirecinde 6rnek veri setlerinden 6grenir ve bu d6grenmeyi
yeni verilere uygulayarak dogru siniflandirmalar yapar (Szegedy et al., 2015).
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Kiimeleme algoritmalar1 ise, veri setlerini benzer 6zelliklere sahip gruplar halinde organize eder. Bu siireg,
denetimsiz 6grenme yontemlerini kullanir; yani, algoritma, verilerdeki dogal desenleri ve iliskileri belirleyerek
gruplama yapar. Kiimeleme, 6zellikle biiyiik veri setlerinin analizinde ve benzerliklerin tespitinde kullanilir. Bu
yontem, verilerin anlamli alt gruplara ayrilmasini saglar ve bu gruplar arasinda benzerlikler ve farkliliklar
incelenir. Resim eserlerinin stil, kompozisyon ve renk paletlerine gore kiimelenmesi, YZ modellerinin bu
ozellikleri 6grenmesini ve yeni eserler iiretmesini saglar. Bu sayede, model, belirli stil ve teknikleri 6grenerek,
benzer tarzda yeni resimler yaratabilir (Jain, Murty & Flynn, 1999).

1.2.3.3. Anomali Tespiti ve Sahtecilik Belirleme

Teknik, normal veri desenlerinden sapma gosteren verileri tespit eder ve bu sapmalarin nedenlerini analiz eder.
Anomali tespiti, genellikle veri madenciligi ve makine 6grenimi alanlarinda kullanilir ve birgok farkli uygulama
alanina sahiptir. YZ modelleri, veri setlerindeki anormal desenleri ve sapmalari tespit edebilir. Bu modeller,
normal veri desenlerini dgrenir ve ardindan yeni verileri bu desenlere gore degerlendirir. Eger yeni veriler,
Ogrenilen normal desenlerden sapma gosteriyorsa, bu veriler anomali olarak tanimlanir. YZ modelleri, biiyiik veri
setlerini analiz ederek anormal verileri yiiksek dogrulukla tespit edebilir (Chandola, Banerjee & Kumar, 2009).
Bu, 6zellikle sahtecilik belirleme gibi uygulamalarda kritik 6neme sahiptir. Sahtecilik, finansal islemlerden resim
eserlerine kadar birgok alanda ciddi bir sorundur. Anomali tespiti, bu tiir sahtecilik olaylarini erken asamada tespit
ederek 6nlem almay1 miimkiin kilar. Ornegin, finansal islemlerde anormal harcamalar veya transferler, sahtecilik
belirtisi olabilir ve bu tiir islemler anomali tespiti algoritmalari ile hizli bir sekilde tespit edilebilir (Bolton & Hand,
2002).

Resim diinyasinda, sahte eserlerin tespiti ve orijinalligin dogrulanmasi biiyiik bir sorundur. Resim eserlerinin
degeri, orijinalliklerine baglidir ve sahte eserler, hem ekonomik kayiplara neden olabilir hem de resim diinyasinda
giiven sorunlarina yol agabilir. YZ modelleri, anomali tespiti algoritmalari sayesinde sahte resim eserlerini tespit
edebilir ve orijinal eserlerin korunmasina yardimer olabilir. Bu algoritmalar, resimlerin detayli analizini yaparak,
sahtecilik belirtilerini ve anomalileri belirler. Ornegin, bir tablonun firga darbeleri, renk kullanimi ve kompozisyon
ozellikleri analiz edilerek, eserin orijinal mi yoksa sahte mi oldugu tespit edilebilir (Cozzolino, Poggi & Verdoliva,
2017).

1.2.4. insan ve Makine Arasindaki Ayrimlarin Belirlenmesi

Insan ve makine arasindaki ayrimlarin belirlenmesi, bu siirecin énemli bir parcasimi olusturur. Bu kapsamda,
algoritmik izler ve dijital parcaciklar, resim eserlerinde YZ izlerini tespit etme yontemleri ve insan gozii ile YZ
arasindaki farkliliklar gibi konular incelenmektedir.

1.2.4.1. Algoritmik izler ve Dijital Parcaciklar

Algoritmik izler, YZ modellerinin kullandig1 algoritmalarin belirli desenler ve ozellikler {izerinde biraktigi
imzalardir. YZ algoritmalari, belirli kurallar ve matematiksel islemler kullanarak resimler olusturur. Bu siiregte,
algoritmalarin belirli kaliplar1 tekrar etmesi veya belirli yontemlerle goriintiileri olusturmasi, resimlerde izler
birakir. Ornegin, Generative Adversarial Networks (GAN) tarafindan iiretilen resimler, belirli piksellerde
tekrarlanan desenler veya aligilmadik gecisler gosterebilir. Bu, GAN'larin {iretici (generator) ve ayristirici
(discriminator) aglarmin etkilesimi sirasinda ortaya ¢ikan ve insan eliyle yapilmis resimlerde rastlanmayan
ozelliklerdir (Radford, Metz & Chintala, 2016).

Dijital pargaciklar ise, dijital olarak olusturulmus goriintiilerde bulunan ve insan eliyle yapilmig resimlerde
goriilmeyen mikro diizeydeki detaylardir. Bu pargaciklar, dijital goriintiilerin yapisal 6zelliklerinden kaynaklanir.
Ornegin, dijital resimlerde piksellerin belirli bir diizen i¢inde yer almas1 ve renk gegislerinin keskin olmast, bu tiir
mikro diizeydeki detaylarin olugmasina neden olur. Insan tarafindan yapilan resimlerde, firca darbeleri ve renk
karigimlar1 daha organik ve rastgele oldugundan, bu tiir dijital pargaciklar bulunmaz (Cozzolino, Poggi &
Verdoliva, 2017). Bu izler ve parcaciklar, YZ tarafindan iiretilen resimlerin analizinde ve orijinalliginin
dogrulanmasinda kullantlir.
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Sekil 3. Yapay Zeka Ile Uretilen Resimlerin Algoritmalari ve Tespiti Diyagram (2024)
1.3. Resim Eserlerinde Yapay Zeka izlerini Tespit Etme Yontemleri

Resim eserlerinde YZ izlerini tespit etme yontemleri, bu eserlerin orijinalligini ve yaraticiligini degerlendirmek
icin gelistirilmistir. Bu yontemler, YZ tarafindan firetilen resim eserlerinde bulunan belirli izleri ve dijital
parcaciklari analiz ederek, eserlerin kaynagini ve iiretim siirecini anlamay1 amaglar. Bu sayede, bir eserin insan
yapimi m1 yoksa YZ tarafindan mu iiretildigi belirlenebilir.

Bu yontemler, YZ'nin resimsel tiretimde biraktig1 algoritmik izleri ve dijital pargaciklar1 analiz eder. YZ modelleri,
ozellikle derin 6grenme ve GAN (Generative Adversarial Networks) gibi algoritmalar kullanilarak olusturulan
eserlerde, belirli matematiksel iglemler ve desenler birakir. Bu izler ve pargaciklar, eserin iiretim siirecinin
izlenmesine olanak tanir ve YZ tarafindan iiretilmis olma olasiligini ortaya koyar (Elgammal et al., 2017).

Bir yontem, YZ'nin trettigi belirli desenleri ve paternleri tanimlamak igin goriintii isleme tekniklerini kullanir.
Goriintii isleme teknikleri, bir resimdeki pikselleri analiz ederek belirli desenleri ve yapisal 6zellikleri gikarir.
Ornegin, YZ tarafindan iiretilen resimlerde tekrarlanan pikseller veya alisiimadik gegisler gibi 6zellikler tespit
edilebilir. Bu yontem, resmin dijital izlerini inceleyerek YZ izlerini tanimlamada etkilidir (Lowe, 1999).

Bir diger yontem, makine 6grenimi algoritmalarin1 kullanarak, insan yapimi ve YZ yapimui eserler arasindaki
farkliliklar1 siniflandirmaktir. Bu siniflandirma algoritmalari, genis bir veri seti lizerinde egitilerek, insan yapim
ve YZ yapimi eserler arasindaki stil ve kompozisyon farkliliklarini 6grenir. Bu yontem, ozellikle stil ve
kompozisyon analizinde kullanilabilir. Ornegin, bir resmin renk kullanimu, firca darbeleri ve genel kompozisyonu
gibi dzellikler analiz edilerek, eserin kaynagi belirlenebilir (Szegedy et al., 2015).

Ayrica, Fourier doniisiimii ve spektral analiz gibi matematiksel yontemler, YZ tarafindan iiretilen eserlerdeki
frekans bilesenlerini inceleyerek insan yapimi eserlerden ayirt edebilir. Fourier doniistimii, bir resmin frekans
bilesenlerini analiz ederek, pikseller arasindaki iliskiyi ve desenleri ¢ikarir (Bruna & Mallat, 2013).

1.3.1. insan Gézii ve Yapay Zeka Arasindaki Farkhihklar

Insan gozii, resimsel eserleri degerlendirirken duygusal, estetik ve kiiltiirel baglamlari dikkate alir. Insanlar, bir
resim eserine baktiklarinda, eserin duygusal etkisini, tarihsel baglamini ve estetik degerini anlayabilirler. Ornegin,
bir tabloya bakarken, eserin yaratti1g1 hisler, renklerin ve kompozisyonun uyumu, eserin tarihsel donemi ve kiiltiirel
anlami gibi unsurlar degerlendirilebilir. Insanlar, kendi deneyimleri ve duygusal zekalari sayesinde, resim
eserlerinin derin anlamlarini ve inceliklerini kavrayabilirler (Goodfellow et al., 2014).

Ote yandan, YZ, resimsel eserleri degerlendirirken matematiksel ve algoritmik yaklasimlar kullanir. YZ, bir
goriintliniin stilini, kompozisyonunu ve renk paletini analiz edebilir, ancak bu analizler genellikle duygusal ve
kiilttirel baglamdan yoksundur. YZ algoritmalari, belirli desenleri ve teknik 6zellikleri tanimlayabilir, ancak eserin
insan iizerindeki duygusal etkisini veya tarihsel onemini degerlendirme kapasitesine sahip degildir. Ornegin, bir
YZ modeli, bir tablodaki renk dagilimini ve firga darbelerini analiz edebilir, ancak eserin niyetini veya izleyicide
uyandirdig1 duygusal tepkileri tam olarak anlamlandiramaz (McCormack, Gifford & Hutchings, 2019). Bu
nedenle, insan ve YZ arasindaki bu farkliliklar, resim eserlerinin degerlendirilmesinde 6nemli bir rol oynar.
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1.3.2. Yapay Zeka ile Uretilen Resimleri Tespit Eden Programlar ve Araglar

YZ tarafindan iiretilen resimlerin tespiti, resimsel ve teknolojik alanlarda 6nemli bir konu haline gelmistir. YZ'nin
resimsel iiretimlerde biraktig: izleri ve dijital manipiilasyonlar1 belirlemek, orijinallik ve sahtecilik tespiti i¢in
kritik 6neme sahiptir. Bu tespiti gergeklestiren ¢esitli YZ programlart ve araglar gelistirilmistir. Bu araglar, YZ
tarafindan iiretilen eserlerin belirlenmesinde ve sahtecilik ile orijinalligin dogrulanmasinda kullanilir. Bu araglar
arasinda Adobe Voco, GAN Discriminator Tools, Forensically, DeepFake Detection Tools, Jigsaw’s Assembler,
Project Maru ve Sensity Al bulunmaktadir. Bu araglar, YZ tarafindan iiretilen veya manipiile edilen goriintiilerin
tespitinde ¢esitli yontemler ve algoritmalar kullanarak c¢aligir.

Adobe Voco, Adobe tarafindan gelistirilen ve gorsel sahtekarligi tespit edebilen bir aragtir. Adobe Voco,
goriintiilerin dijital olarak manipiile edilip edilmedigini belirleyebilir. Bu arag, 6zellikle goriintiilerin orijinalligini
dogrulamak ve YZ tarafindan tiretilen veya degistirilmis goriintiileri tespit etmek i¢in kullanilir. Goriintii igleme
teknikleri ve dijital izlerin analizi ile manipiilasyon belirtilerini tanimlayabilir (Goodfellow et al., 2014).
Generative Adversarial Networks (GAN) modelleri, sahte goriintiiler olusturmak i¢in kullanilir. Ancak, GAN'lar
ayni zamanda bu sahte goriintiileri tespit etmek i¢in de kullanilabilir. GAN Discriminator Tools, bir GAN
tarafindan tiretilen goriintiileri tanimlamak igin egitim almis modellerdir. Bu araglar, gercek ve sahte goriintiileri
ayirt edebilir. GAN'larin ayristiric: (discriminator) bileseni, sahte goriintiilerin belirli izlerini ve desenlerini tespit
etmekte etkilidir (Goodfellow et al., 2014).

Forensically, dijital adli analiz i¢in gelistirilmis bir dizi ara¢ sunar. Bu araglar, goriintiilerin manipiile edilip
edilmedigini belirlemek i¢in ¢esitli teknikler kullanir. Forensically, dzellikle sahtecilik tespiti ve goriintiilerin
dijital manipiilasyonlarini ortaya gikarmak igin kullamilir. Ozellikleri arasinda ELA (Error Level Analysis), Clone
Detection ve Meta Data Analysis bulunur. Bu teknikler, dijital goriintiilerin ¢esitli diizeylerde analiz edilmesini
saglar ve manipiilasyon izlerini ortaya ¢ikarir (Fridrich, 2009).

DeepFake teknolojisi, YZ kullanarak sahte videolar ve goriintiiler olusturma tekniklerini igerir. Bu teknolojiyi
tespit etmek icin cesitli araglar gelistirilmistir. DeepFake Detection Tools, goriintii ve videolarin sahte olup
olmadigimi belirlemek i¢in sinir aglar1 ve makine dgrenimi algoritmalarini kullanir. Bu araglar, yiliz tanima, goz
hareketleri ve 1siklandirma analizleri gibi teknikler kullanarak sahtecilik tespiti yapar. Bu analizler, sahte
videolarin ve goriintiilerin ger¢eklerinden ayrilmasinda etkilidir (Nguyen et al., 2019).

Jigsaw’s Assembler, Google tarafindan desteklenen bir projedir. Bu arag, dijital manipiilasyonlar1 ve sahtecilik
girigimlerini tespit etmek i¢in ¢esitli algoritmalar kullanir. Assembler, 6zellikle haber goriintiileri ve sosyal medya
igeriklerinde yapilan manipiilasyonlar1 belirlemek i¢in kullanilir. Bu arag, dijital igeriklerin dogrulugunu ve
giivenilirligini artirmak amaciyla gelistirilmistir (Kietzmann et al., 2020).

Project Maru, Adobein gelistirdigi bir diger aragtir. Bu arag, YZ tarafindan iiretilen veya manipiile edilen
goriintiileri tespit etmek i¢in derin 6grenme tekniklerini kullanir. Project Maru, 6zellikle resimsel sahtecilik ve
orijinallik dogrulamasi i¢in gelistirilmistir. Derin 6grenme modelleri, resimsel eserlerin stil, kompozisyon ve diger
estetik 6zelliklerini analiz ederek sahtecilik belirtilerini tespit eder (Goodfellow et al., 2014).

Sensity Al 6zellikle DeepFake ve diger gorsel sahtecilik tekniklerini tespit etmek i¢in gelistirilmis bir YZ aracidir.
Sensity Al, sahte goriintiilerin ve videolarin belirlenmesinde yiiksek dogruluk oranina sahiptir. Bu arag, medya
kuruluslari, hiikiimetler ve giivenlik birimleri tarafindan kullanilir. Sensity Al, dijital sahteciliklerin hizl1 ve dogru
bir sekilde tespit edilmesini saglar (Nguyen et al., 2019). Bu programlar ve araglar, YZ tarafindan iretilen
resimlerin tespiti ve sahtecilik belirlemesi i¢in kritik dneme sahiptir. YZ'nin resimsel ve dijital alanlardaki etkisi
arttik¢a, bu tiir araglarin 6nemi de artmaktadir. YZ, resmin evriminde yeni bir donem baglatmig olup, gelecekte
daha da yenilik¢i ve ilham verici eserlerin ortaya ¢ikmasina olanak taniyacaktir. Ancak, sahtecilik ve orijinallik
tespiti gibi konular, resimsel yaratim siireglerinde dikkat edilmesi gereken 6nemli hususlar olmaya devam
edecektir.
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YZ izlerini analiz etme

Goruntu isleme teknikleri

Yontemler Algoritmik Izler ve Dijital Pargaciklar

Makine 6grenimi ile siniflandirma

Fourier donusumu ve spektral analiz

Insan gozu ve degerlendirme
Insan Gozi ve Yapay Zeka Arasindaki Farkhiliklar —<
YZ nin matematiksel yaklagimi
Resim Eserlerinde Yapay Zeka Izlerini

Tespit Etme Yontemleri Adobe Voco

GAN Discriminator Tools
Forensically

YZ ile Uretilen Resimleri Tespit Eden Programlar
DeepFake Detection Tools

ve Araglar

Jigsaw’s Assembler
Project Maru

Sensity Al

Sekil 4. Resim Eserlerinde Yapay Zeka Izlerini Tespit Etme Y&ntemleri Diyagram (2024)
1.4. Yapay Zeka Tarafindan Olusturulan Resimlerin Tespitine Dair Ornek Olay incelemeleri

YZ tarafindan olusturulan resimlerin tespiti, dijital resim diinyasinda giderek daha fazla 6nem kazanmaktadir. Bu
konuda gergeklestirilen bazi gercek 6rnek olay incelemeleri, YZ tarafindan iiretilen eserlerin nasil tespit edildigini
ve bu siireglerde kullanilan yontemleri gozler 6niine sermektedir.

1.4.1. Hive AI'nin Yapay Zeka Resim Tespit Etme Araclar:

Hive Al, dijital platformlarda YZ tarafindan olusturulan igeriklerin tespit edilmesi i¢in bir API gelistirmistir. Bu
API, dijital igeriklerin orijinalligini dogrulamak ve sahtecilik tespit etmek amactyla kullanilmaktadir. YZ
tarafindan olusturulan resimlerin ve diger medyalarin yayginlagmasiyla birlikte, bu tiir igeriklerin tespiti ve
yonetimi 6nemli hale gelmistir. Bu API, YZ tarafindan olusturulan resimleri ve diger medyalari tanimlamak i¢in
derin 6grenme algoritmalarini kullanir. Derin 6grenme algoritmalari, biiyiik veri setleri lizerinde egitilerek belirli
desenleri ve ozellikleri tanimlamay1 6grenir. Hive Al'nin API'si, bu 6grenme siirecini kullanarak YZ tarafindan
iretilen igeriklerdeki karakteristik izleri ve desenleri tespit eder. Bu, dijital platformlarin bu tiir igerikleri
tanimlayarak yonetmelerine ve gerekli 6nlemleri almalaria olanak tanir (Kietzmann et al., 2020).

1.4.2. WildFake Veri Tabam

WildFake, YZ tarafindan olusturulan resimlerin tespit edilmesi i¢in kullanilan biiyiik 6l¢ekli bir veri tabanidir. Bu
veri tabani, sahte goriintiilerin tanimlanmasi ve analiz edilmesi i¢in genis bir veri seti saglar. Bunuda yaparken
Dijital goriintii veri tabanini kullanir. “’Dijital gériintii, piksel adi verilen kiigiik resim elemanlarinin matematiksel
degerlerle temsil edildigi bir 2B

veya 3B gorsel nesnelerden olusmaktadir’’(Sanveren ve Kasapbasi, 2024).

YZ'nin resim ve dijital medya tizerindeki etkisinin artmasiyla, sahte gortintiilerin tespiti nemli bir konu haline
gelmistir. WildFake, ¢esitli goriintii olusturma modelleri tarafindan iiretilen sahte goriintiileri icermektedir. Bu veri
tabani, Generative Adversarial Networks (GAN) gibi ileri diizey YZ teknikleri kullanilarak diretilmis
goriintlilerden olusur. Bu goriintiiler, genellikle ytliksek kaliteli ve gergek¢i oldugundan, insan goziiyle ayirt
edilmesi zor olabilir. Bu nedenle, WildFake, bu tiir goriintiilerin detayli analizini yapmak ve tespit yontemlerini
gelistirmek i¢in dnemli bir kaynak saglar (Zhao et al., 2021).

1.4.3. CIFAKE Veri Seti

CIFAKE, YZ tarafindan iiretilen sentetik goriintiilerin tespit edilmesi amaciyla olusturulmus bir veri setidir. Bu
veri seti, gergek ve sentetik goriintiilerin ayirt edilmesi ve analiz edilmesi i¢in arastirmacilara genis bir kaynak
sunar. CIFAKE, 60,000 gercek ve 60,000 sentetik goriintli igermektedir (Goodfellow et al., 2014). Bu genis veri
seti, arastirmacilarin ve gelistiricilerin YZ ile iiretilen goriintiilerin belirli izlerini ve desenlerini tanimlamalarina
olanak tanir (Kietzmann et al., 2020). Gergek ve sentetik goriintiilerin bu sekilde biiyiik bir 6l¢ekte sunulmasi, YZ
modellerinin egitilmesi ve degerlendirilmesi i¢in kritik bir veri saglar. Bu veri seti, YZ ile iiretilen ve gergek
goriintiilerin nasil ayirt edilebilecegini belirlemek i¢in kullanilmaktadir. Sentetik goriintiiler, 6zellikle GAN'lar
gibi ileri diizey YZ teknikleri kullanilarak olusturulur ve genellikle olduk¢a gergekei olabilir. CIFAKE, bu tiir
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sentetik goriintiilerin belirli 6zelliklerini tanimlayarak, arastirmacilarin bu goriintiileri gergek olanlardan ayirt etme
yeteneklerini gelistirmelerine yardimei olur (Kietzmann et al., 2020).

Bu ornek olay incelemeleri, YZ tarafindan olusturulan resimlerin tespitinde kullanilan araglarin ve yontemlerin
etkinligini gostermektedir.

2. YONTEM

Yapilan arastirma, Literatiir taramasiyla nitel aragtirma yontemlerinden kargilagtirmali analiz ve mantiksal akil
yiiriitme yontemleri kullanilarak yapilmistir.

Literatiir taramast, belirli bir konu hakkinda mevcut olan yazili malzemeleri (kitaplar, makaleler, tezler, raporlar,
¢evrimici kaynaklar vb.) inceleyerek ve analiz ederek bilgi toplama siirecidir (Nguyen et al., 2019).
Karsilastirmali analiz, iki veya daha fazla 6geyi belirli kriterler iizerinden karsilastirarak benzerliklerini ve
farkliliklarini inceleme yontemidir. Bu analiz, genellikle ¢esitli veri setleri, teoriler, siirecler veya iirlinler tizerinde
yapilir (Kietzmann et al., 2020).

Mantiksal akil yiiriitme, mevcut bilgiler arasindaki iliskileri analiz ederek mantikli sonuglara ulagma siirecidir ve
bu siireg, ¢ikarim yapma, hipotez olusturma ve problem ¢6zme gibi entelektiiel faaliyetlerin temelini olusturur
(Goodfellow et al., 2014).

Hive Al API
1.4.1. Hive Al'nin Yapay Zeka Resim Tespit Etme Araclari —<
Derin 6grenme algoritmalari

Sahte goriintiilerin tespiti
1.4. Ornek Olay Incelemeleri 1.4.2. WildFake Veri Tabani —<
Generative Adversarial Networks (GAN) kullanimi
Yapay Zeka Tarafindan Olusturulan

Resimlerin Tespitine Dair Ornek Olay s CIPAKE Veri & _< Gergek ve sentetik goriintiilerin ayrimi
feri Seti

Incelemeleri 60,000 gercek ve 60,000 sentetik gorintii
\ Literatiir Taramas:
2. Yontem { Karsilastirmali Analiz

Sekil 5. Yapay Zeka Tarafindan Olusturulan Resimlerin Tespitine Dair Ornek Olay Incelemeleri Diyagram
(2024)

3. BULGULAR

Bu arastirmada, YZ ve resmin kesisiminde algoritmalar, teknikler ve tespit yontemleri incelenmistir. Elde edilen
bulgular, yapay sinir aglari, Generative Adversarial Networks (GAN) ve derin 6grenme yOntemlerinin resim
eserlerinin olusturulmasinda ve analizinde 6nemli bir rol oynadigini gostermektedir. Yapay sinir aglar1 ve
Generative Adversarial Networks (GAN) algoritmalari, genis veri setlerini analiz ederek resimsel stilleri,
kompozisyonlar1 ve renk paletlerini 6grenebilmekte ve bu sayede resimsel iiretimi destekleyen yeni eserler ortaya
koyabilmektedir (Goodfellow et al., 2014). Ozellikle GAN algoritmalari, sahte ve gergek goriintiileri ayirt etme
kapasitesi sayesinde estetik agidan tatmin edici ve gercekgei eserler iiretmede 6nemli bir arag olarak 6ne ¢ikmaktadir
(Radford, Metz & Chintala, 2016). Bu teknolojiler, resim eserlerinin hem {iretiminde hem de estetik
degerlendirilmesinde kritik bir dneme sahiptir (Elgammal et al., 2017).

Bu baglamda, gorsel analiz teknikleri de dijital resimlerin analizinde énemli bir yer tutmaktadir. Goriintii isleme
ve Ozellik ¢ikarimi tekniklerinin, resimsel eserlerin detayli bir sekilde incelenmesine ve analiz edilmesine olanak
tanidig1 saptanmistir (Lowe, 1999). Stil transferi ve stilizasyon teknikleri, resimsel efektler ve filtreler kullanarak
resimlerin estetik degerini artirmakta; piksel bazli ve vektor bazli analizler ise goriintiilerin yapisal 6zelliklerini
inceleyerek bilgi saglamaktadir (Gatys, Ecker & Bethge, 2016). Bu teknikler, resim eserlerinin incelenmesinde ve
analiz edilmesinde kritik bir rol oynamaktadir.

Bu tekniklerin yani sira, veri madenciligi ve makine 6grenimi yontemlerinin de dnemli katkilar1 bulunmaktadir.
YZ modellerinin egitiminde kullanilan genis veri setleri, modellerin dogrulugunu ve genellestirilebilirligini
artirmakta; bu da resim eserlerinin stil ve kompozisyon analizinde siniflandirma ve kiimeleme algoritmalarinin
etkinligini gostermektedir (Deng et al., 2009). Ayrica, anomali tespiti ve sahtecilik belirleme yontemlerinin, sahte
eserlerin tespitinde kritik bir dneme sahip oldugu belirlenmistir (Chandola, Banerjee & Kumar, 2009). Bu
yontemler, resim eserlerinin orijinalligini korumak ve sahtecilik girisimlerini engellemek agisindan biiyiik bir
deger tagimaktadir.

YZ tarafindan {iiretilen resimlerde, algoritmalarin biraktig: izler ve dijital pargaciklar da dikkat ¢ekici bir bulgu
olarak 6ne ¢ikmaktadir. Bu izler ve pargaciklar, resimsel iiretim siirecinde YZ’nin biraktigi belirgin 6zelliklerdir
ve bu ozellikler, dijital olarak iiretilen eserlerin insan yapimi eserlerden ayrilmasini saglamaktadir (Cozzolino,
Poggi & Verdoliva, 2017). Bu ayrim, resim eserlerinin degerlendirilmesi ve orijinalliginin belirlenmesi agisindan
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biiylik bir 6neme sahiptir. Bu noktada, insan gozii ile dijital araglar arasindaki farkliliklarin resimsel eserlerin
degerlendirilmesinde nasil bir rol oynadig1 da 6nemli bir bulgu olarak ortaya ¢ikmaktadr.

Insanlarm, resim eserlerini duygusal, estetik ve kiiltiirel baglamda degerlendirirken dijital araglarin matematiksel
ve algoritmik yaklasimlar kullanmasi, resmin anlami ve degeri konusunda yeni tartigmalara yol agmaktadir
(Goodfellow et al., 2014). Bu farkliliklarin anlasilmasi, resim eserlerinin degerlendirilmesi ve yorumlanmasinda
onemli bir yer tutmaktadir.

Son olarak, YZ tarafindan iiretilen resimlerin tespiti i¢in kullanilan gesitli araglar da dijital manipiilasyonlarin
tespitinde ve sahtecilik belirlemede etkin sonuglar vermektedir. Adobe Voco, GAN Discriminator Tools,
Forensically, DeepFake Detection Tools, Jigsaw’s Assembler, Project Maru ve Sensity Al gibi YZ araglari, dijital
resimlerin orijinalligini ve biitiinligiinii korumak agisindan kritik bir rol oynamaktadir.

Tim bu bulgular 1s181inda, YZ ve resmin kesisiminde kullanilan algoritmalarin ve tekniklerin, resim eserlerinin
hem iiretiminde hem de degerlendirilmesinde Onemli etkiler yarattigimi soylemek miimkiindiir. Genis veri
setlerinin kullanimi, estetik ve gercekgei eserlerin iiretilmesi, resimsel analizler ve sahtecilik tespiti gibi alanlarda
Yapay zekanin sagladig1 avantajlar, resim diinyasinda kapilar agmas1 6ngoriilmektedir.

Bulgular asagidaki tabloda kiyaslamali olarak sunulmustur:

Tablo 1. Yapay Zeka Destekli Gorsel Sanatlarda Kullanilan Yontemler ve araglart

Yontem/Algoritma Ozellikler Ornek Araclar ve Uygulamalar
Yapay Sinir Aglar Genis veri setlerini analiz ederek resim stilleri,

(Artificial Neural kompozisyonlar ve renk paletlerini 6grenir ve ResNet, VGG

Networks) yeniden iiretir.

Generative  Adversarial Sahte ve gercek gorseller iireterek ayirt eder; .
Networks (GAN) sahte ve gercek gorsel iiretir. StyleGAN, BigGAN

Resimlerin isleme ve o6zellik ¢ikarim teknikleri;

Gorsel Analiz Teknikleri ozellikle gorsel igeriklerin analizinde kullanilir. SIFT, SURF, ORB

Resimlere estetik deger kazandiran teknikler;
belirli bir stilin veya paletin diger resimlere Neural Style Transfer, Prisma
uygulanmasini saglar.

Stil Transferi ve
Stilsizasyon Teknikleri

Genis veri setleri kullanarak modeller olusturur;
Veri Madenciligi ve resim  verilerinden anlamli  desenler ve K-Means, DBSCAN, Random

Makine Ogrenimi kiimelenme algoritmalar1 ile kategoriler elde Forest
eder.
Anomali Tespiti ve Resimlerdeki anormallikleri ve sahtecilikleri
Sahtecilik Belirleme tespit eder; bu teknikler, gorsel manipiilasyonun Isolation Forest, One-Class SVM
Teknikleri ve kelime oyunlarinin tespitinde kritik rol oynar.

e ... YZ'nin biraktifn belirgin  6zellikler; dijital ... .
YZ zeri ve Dijital parmak izlerini ve belirli YZ modeline ait izleri Dijital Artefakt Tespit

Parcaciklar Yazilimlart
tanimlar ve ayurir.
Yiiz ve Uriin Adobe Voco, GAN
. YZ'nin etkilerini ve sahtecilikleri tespit eder; yliz Discriminator Tools, DeepFake
Farkhhiklarim Belirleme . < . . . .
. . tanima ve lirlin dogrulama siireglerinde kullanilir. Algoritmalari, Project Maru,
Teknikleri Sensay Al

Yapay zekanmn  drettigi  verileri  insan
degerlendirmesiyle eslestirir; sentetik medya ve Jigsaw, PeoplePeeker, Sensay Al
sanat eserlerini analiz eder.

insan Degerlendirme ve
Sentetik Tespit Araclar

Tim bu bulgular 1s181nda, YZ ve resmin kesisiminde kullanilan algoritmalarin ve tekniklerin, resim eserlerinin
hem iiretiminde hem de degerlendirilmesinde 6nemli etkiler yarattigini sdylemek miimkiindiir.

4. SONUC

Bu arastirma, yapay zeka (YZ) ve resim sanatinin kesisiminde yer alan ¢esitli algoritmalar, teknikler ve tespit
yontemlerini incelemistir. Aragtirmanin bulgulari, YZ'nin resim sanati iizerindeki etkilerini ve resimsel yaratim
siireclerindeki déniisiimleri analiz ederek énemli ¢ikarimlar sunmustur. Oncelikle, derin 6grenme ve generative
adversarial networks (GAN) gibi yapay sinir ag1 algoritmalarmin, biiyiikk miktarda gorsel veriyi analiz ederek
resimsel stilleri, kompozisyonlar1 ve renk paletlerini 6grenebilme yetenegine sahip oldugu saptanmistir. Bu
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algoritmalar, sanatcilarin tarzlarini taklit edebilir ve hatta tamamen yeni resimsel formlar ve stiller olusturabilirler.
Ozellikle GAN'lar, sahte ve gercek goriintiileri ayirt etme kapasitesi sayesinde, estetik agidan tatmin edici ve
gergekei eserler liretmede onemli bir ara¢ olarak one ¢ikmaktadir. Gorsel analiz teknikleri ise, dijital resimlerin
detayli incelenmesi ve analizi agisindan biiylik 6nem tasimaktadir. Goriintii isleme, 6zellik ¢ikarimu, stil transferi
ve stilizasyon gibi yontemler, resimlerin estetik degerini artirmakta ve resimsel eserlerin i¢sel yapilarini anlamada
kritik bir rol oynamaktadir. Piksel bazli ve vektor bazli analizler de, goriintiilerin yapisal 6zelliklerini inceleyerek
bilgi saglamaktadir. Veri madenciligi ve makine dgrenimi yontemleri, YZ modellerinin egitiminde ve resimsel
analizlerde biiyiik katkilar saglamaktadir. Genis veri setlerinin kullanimi, modellerin dogrulugunu ve genellestirile
bilirligini artirmakta; siniflandirma ve kiimeleme algoritmalari ise, resim eserlerinin stil ve kompozisyon
analizinde etkin sonuglar vermektedir. Anomali tespiti ve sahtecilik belirleme yontemleri, sahte eserlerin tespitinde
kritik bir 6neme sahip olup, resim eserlerinin orijinalligini koruma agisindan biiyiik deger tasimaktadir. YZ
tarafindan tiretilen resimlerde, algoritmalarin biraktig: izler ve dijital pargaciklar da dikkat ¢ekici bir bulgu olarak
one c¢ikmaktadir. Bu izler ve pargaciklar, dijital olarak iiretilen eserlerin insan yapimi eserlerden ayrilmasini
saglamaktadir. Insan gozii ile dijital araglar arasindaki farkliliklar, resim eserlerinin degerlendirilmesi ve
orijinalliginin belirlenmesi agisindan biiyiik bir 6neme sahiptir. Son olarak, YZ tarafindan {iretilen resimlerin
tespiti i¢in kullanilan gesitli araclar ve yontemler, dijital manipiilasyonlarin tespitinde ve sahtecilik belirlemede
etkin sonuglar vermektedir. Adobe Voco, GAN Discriminator Tools, Forensically, DeepFake Detection Tools,
Jigsaw’s Assembler, Project Maru ve Sensity Al gibi YZ araglari, dijital resimlerin orijinalligini ve biitlinliiglinii
koruma agisindan kritik bir rol oynamaktadir. Tiim bu bulgular 15181inda, YZ ve resmin kesisiminde kullanilan
algoritmalarin ve tekniklerin, resim eserlerinin hem iiretiminde hem de degerlendirilmesinde 6nemli etkiler
yarattig1 sonucuna varilmistir. Genig veri setlerinin kullanimi, estetik ve gergekei eserlerin iiretilmesi, resimsel
analizler ve sahtecilik tespiti gibi alanlarda Yapay zekanin sagladig1 avantajlar, resim diinyasinda yeni kapilar
acmakta ve yaratici siireclere yeni boyutlar kazandirmaktadir. Bu nedenle, Yapay zekanin resim alanindaki rolii
ve etkisi, gelecekte daha da 6nemli hale gelmesi ve resmin evriminde belirleyici bir faktor olmas: 6ngoriilmektedir.
Gelecekteki arastirmalar i¢in, Yapay zekanin irettigi eserlerin resim elestirisi ve estetik degerler agisindan daha
fazla incelenmesi; yeni ve daha gelismis YZ algoritmalarinin resimsel  yaratim siireglerinde nasil
kullanilabileceginin arastirilmast; YZ ile etkilesimli resim eserlerinin izleyici deneyimi iizerindeki etkilerinin
incelenmesi ve YZ tarafindan iiretilen eserlerin etik ve yasal boyutlarinin daha kapsamli bir sekilde ele alinmasi
onerilmektedir.
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