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FOREKS PiYASALARINDA MAJOR PARITE VE ENDEKSLERDE KULLANILAN
INDIKATORLERIN OPTIMiZASYONU'!

Hasan ALAYLI? & Serdar KURT?3
(074

Gelisen teknoloji ve kullaniminin yayginlasmasi ile foreks piyasalart hem uluslararasi
ticarette korunma enstriiman1 olarak, hem de kaldirach piyasada gelir elde etme araci olarak
finans diinyasindaki yerini almistir. Hisse senedi, doviz ciftleri, endeks, emtia gibi araglarin
alim satiminin yapildig1 piyasa yiiksek islem hacmine sahiptir. Yatirim kararlarini vermek i¢in
bagvurulan kaynaklardan olan indikatorler teknik analizin vazgecilmezi olarak yerini

almaktadir.

Bu c¢alismada kullanilan indikatérler arasinda yer alan MACD, RSI, CCI,
STOCHASTIC, MA, MOM, TiLLSON, PSAR MOST, OTT kullanilmistir. EURUSD,
XAUUSD, NDX iizerindeki standart degerler ve optimize edilmis degerlerle yapilan islemlerin
getiri egrileri arasindaki fark karsilagtirilmistir. Arastirma teknik analiz indikatérlerinin
performanslar1 foreks piyasalarinda 01.01.2021 ile 01.01.2024 tarihleri arasindaki veriler
kullanilarak tamamlanmigstir. Arastirmada EURO/USD paritesinde 781 giin/bar, XAUUSD
emtiasinda 776 giin/bar ve NDX endeksinde 754 giin/bar’a ait veriler kullanilmistir.

Arastirma sonuglarina gore incelenen indikatdrlerin optimize edilmis degerlerinin getiri

egrileri standart degerlerle elde edilen getiri egrilerinden daha yiiksektir. Buna gore incelenen
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enstriimanlarda indikatorleri optimize etmenin daha yiiksek getiri elde etme imkani1 yarattigini

sOylemek miimkiindiir.

Anahtar Kelimeler: Foreks Piyasalari, Teknik Analiz, Optimizasyon

OPTIMIZATION OF INDICATORS USED IN MAJOR PAIRS AND INDICES IN
FOREKS MARKETS

ABSTRACT

With the developing technology and its widespread use, foreks markets have taken their
place in the financial world both as a hedging instrument in international trade and as a means
of generating income in the leveraged market. The market where instruments such as stocks,
currency pairs, indices and commodities are traded ha a high transaction volume. Indicators,
which are the sources used to make investment decisions, are indispensable for technical

analysis.

In this study, MACD, RSI, CCI, STOCHASTIC, MA, MOM, TILLSON, PSAR,
MOST, OTT, which are among the most used indicators in the world, were used. Difference
between standard values and optimized values on EURUSD, XAUUSD, NDX were compared.
The performances of the research technical analysis indicators were completed using the data
between Dec 01.01.2021 and Dec 01.01.2024 in the foreks markets. The data of 781 days/bar
in EURO/USD parity, 776 days/bar in XAUUSD commodity and 754 days/bar in NDX index

were used in the research.

According to the research results, the yield curves of the optimized values of the
indicators examined are higher than the yield curves obtained with standard values.
Accordingly, it is possible to say that optimizing the indicators in the examined instruments

creates the opportunity to obtain higher returns.

Keywords: Foreks Markets, Technical Analysis, Indicators, Optimization of Indicators.
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1. GIRIS

Finans piyasalarinda doviz kurlarinin fiyatlar1 1970’lere kadar merkez bankalari
merkezli piyasalar iken 1973 Petrol Krizi ile ulusal paralarin fiyatlari serbestlesmis ve piyasa
arz-talebine gore olusan yeni bir piyasa dogmustur. Doviz ¢iftlerinin yaninda g¢esitli emtialar ve
kiymetli madenlerin de alip satildig1 bir piyasa haline gelen foreks piyasalari, haftanin 5 gilinii
islem goren giinde 5 trilyon dolardan fazla islemin yapildigi, diinyanin en likit piyasalaridir.
Merkezsiz ve tezgahiistii bir piyasa olan foreks piyasalarinda ulusal piyasalar birbirine entegre
olmus durumdadir ve 24 saat esasina gore islemektedir. Bir iilke ya da bdlgenin piyasast
kapanirken digeri agildigr i¢in foreks piyasalarinda iglemler 24 saat boyunca kesintisiz bir

sekilde stirdiiriilebilmektedir (Yazdi ve Lashkari, 2013: 159; Yilmaz, 2019: 14).

Foreks piyasalar1 kurumsal ve bireysel yatirimlarin yapilabildigi bir piyasa olup
giinlimiizde doviz ¢iftlerinin yaninda emtia, hisse senedi, kiymetli maden ve metaller gibi ¢cok
sayida iirliniin ticaretine imkan vermektedir (Yildirim, 2019: 2458). Ayrica bu piyasalarin
yiiksek teknolojili altyapilarla ¢aligmasi, yiiksek kaldiraglara izin vermesi, diisiik sermayelerle
piyasaya girisin miimkiin olmas1 gibi faktorlerle cazibesi her gecen giin artmaktadir (Vajda,
2014: 319). Kaldirach islemler dolayisiyla foreks piyasalar1 kiiciik sermayelerle biiyiik
kazanclarin elde edilebildigi piyasalar olmanin yaninda biitiin sermayenin tek bir islemde ¢ok
kisa siirede kaybedilebildigi ¢cok yiiksek riskli piyasalar olarak da dikkat cekmektedir (Almeida
vd. 2018: 597-598). Kazanglar kadar risklerin de biiyiik olmas1 foreks piyasalarinda teknik
analize duyulan ihtiyac1 artirmakta ve yatirimcilarin fiyat grafikleri, trendler, indikatorler,
osilatorler gibi teknik analiz araclarini siklikla kullandig1 goriilmektedir (Anghel, 2015: 1415).
Teknik analiz, gegmis verilerden hareketle gelecege iliskin tahminler olusturmak i¢in kullanilan

bir analiz yontemidir (Weerathunga ve Silva, 2018: 287-288; Kumar vd., 2016: 1750).

Teknik analiz konusunda ge¢cmis yillarda akademisyenlerin olumsuz bir yaklasim
igerisinde oldugu ancak zamanla artan kanitlarin bir sonucu olarak teknik analizin yararli
oldugu yoniinde ortak bir kanaatin olustugu goriilmektedir (Neely vd., 1996: 4-5). Hisse senedi
piyasalarinda getiri artis1 sagladigina dair ¢ok sayida somut kanitin olmasi teknik analizin

foreks piyasalarinda da benzer bir sonuca yol acacagi diisiiniilmektedir. Ote yandan foreks
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piyasalarindaki likidite, piyasa bilinmezliginin daha fazla olmas1 gibi risk artiric1 faktorler de
teknik analizle ilgili beklentileri artirmaktadir. Glinliik 5 trilyon dolardan fazla islem hacminin
oldugu bir piyasada yatirimcilarin karar destek unsuru olarak teknik analiz gibi araclara
ihtiyacinin oldugu da agiktir. Dolayisiyla teknik analiz teknik analiz yontemlerin foreks
piyasalarinda da son yillarda iyice yayginlasmis durumdadir (Sadeghi vd., 2021: 1; Unsal ve
Kaya, 2020: 1191).

Finans piyasalar1 genel olarak asir1 dalgali ve kirillgan piyasalardir (Aslam vd., 2020).
Diinyanin her hangi bir yerindeki piyasalar1 etkileyen bir olay kisa siirede global bir finans
krizine doniisebilmekte, biitiin beklentileri tersine ¢evirebilmektedir (Kocenda ve Moravcova,
2017: 2-3). Dolayisiyla yatirimcilarin kayip risklerini minimuma indirmek igin teknik analiz
gibi yontemlere bagvurarak dogru yatirim araclarini segcmesi ve dogru kararlar alabilmesi 6nem
tagimaktadir (Bustos ve Pomeras-Quimbaya, 2020). Teknik analizin bu konuda yatirimcilarin
kazanglarin1 artirmada bir destek unsuru oldugu goriilmektedir. Teknik analizdeki indikatorler
bu kararlar1 vermede en ¢ok kullanilan araglardir (Taylor ve Allen, 1992, 304). Yapilan
arastirmalar borsalar gibi foreks piyasalarinda da teknik analizin ve indikatorlerin yogun bir
sekilde kullanildigin1 gostermektedir (Handayani vd., 2019; Fisichella ve Garolla, 2021: 1-2).
Hareketli Ortalama (HO), Basit Hareketli Ortalama (Sample Moving Average/SMA), Agirlikli
Hareketli Ortalama (Weighted Moving Average/WMA), Ustel Hareketli Ortalama
(Exponential Moving Average/EMA) gibi indikatorlerin en sik kullanilanlar oldugu, bunlarin
bazen tek tek bazen de digerleri ile kombine edildigi goriilmektedir (Hansun ve Kristanda,

2017: 14-16).

Teknik analizde kullanilan indikatorlerin hepsinin belirlenmis standart degerleri
(varsayilan degerler) vardir. Foreks piyasalarindaki gelisime bagl olarak kullanimi artan teknik
analizde (Anghel, 2015), gostergelerin standart degerlerinin optimize edilmesinin kazanglar
artiracagl yoniinde gorisler vardir (Siriéek ve Sima, 2016: 2126). Bu agidan yatirimel
kazanc¢larin1 maksimize etmek i¢in indikator degerlerinin ne olmasi gerektigi hususu, tizerinde
durulmasi gereken bir problemdir. Bu problem dogrultusunda “Teknik analiz indikatorlerinin
optimize edilerek kullanilmasi yatirimcilarin getiri egrisini (karliligini) etkilemekte midir?”

sorusunun cevaplanmasi 6nem kazanmaktadir.

Bu arastirmada teknik analizde kullanilan indikatorlerin varsayillan degerlerini yeniden

diizenleyerek optimize etmenin foreks piyasasi islemlerindeki getiri egrisine pozitif bir
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katkisinin olup olmadigini tespit etmek amaglanmigtir. Bu amag¢ dogrultusunda segilen 10
indikatoriin standart degerleri ve optimize edilmis degerleri ile foreks piyasalarinda en g¢ok
islem goren yatirim araglarindan EURUSD, XAUUSD ve NDX paritelerinde elde edilen

kazanglar karsilagtirilmistir.

Bu arastirma, finans piyasalari igerisinde 24 saat esasina gore faaliyet gosteren foreks
piyasalarinda elde edilen veri seti ile hazirlanmistir. Foreks piyasalari en yiiksek islem hacminin
oldugu piyasalardan birisi olup ¢ok sayida doviz ¢iftinin islem gordiigii piyasalardir. Bu nedenle
teknik analizde kullanilan biitiin gostergeleri, doviz ciftleri ve pariteleri, zaman araliklarin
kapsayacak sekilde inceleme yapmak miimkiin degildir. Arastirma bulgu ve sonuglar, secilen 3

parite ve 10 indikator ile sinirhdir.

Arastirmanin analizlerinde kullanilan veriler MATRIKS veri tabanindan alimis olup
bu verilerin dogru oldugu varsayilmistir. Aragtirmada 2019 pandemi sonrasi etkilerinin azaldigi

01/01/2021-01/01/2024 tarihleri aras1 incelenmistir.
2.1. FINANSAL PiYASALAR VE FOREKS PiYASALARI

Piyasa kavrami, herhangi bir mal ya da hizmetin alim satiminin yapildig: yerleri ifade
etmektedir. Piyasalar hangi tiir olursa olsun arz ve talebin bir araya geldigi yerlerdir. Piyasalarin
siirlart tilke ile smirliysa i¢ piyasa, iilkelerin sinirlarini astyorsa uluslararasi piyasa soz
konusudur. Piyasalar bir ¢ok bakimdan siiflandirilmaktadir. Bunlardan biri de alim satimi1
yapilan degere gore yapilan gercek piyasalar ve finansal piyasa ayrimidir (Rodoplu, 1996: 63).
Finansal piyasalar piyasalardaki fon fazlasinin fon talep edenlere aktarilma mekanizmalarinin
oldugu, tasarruf sahipleri ile yatirimeilar arasindaki dogrudan ya da dolayli iliskilerin kuruldugu

piyasalardir (Aslan ve Korap, 2006: 2; Tuna, 2010: 6-7; Pergin, 2017: 3).

Finansal piyasalar son yillardaki gelismeler de g6z 6niine alindiginda olduk¢a karmasik
ve tanimlanmasi zor bir piyasadir (Ohana vd., 2021: 7). Temel islevi fon fazlasinin ihtiyag
sahiplerine aktarilmasi olan finansal piyasalar (Ceylan ve Ozari, 2018: 475), dzellikle 1970°1i
yillardan itibaren 6nemli bir gelisim gostermis ve kendi i¢inde ¢esitlenmistir. Bu tarihlerde

geleneksel bankacilik sistemleri ve hisse senedi piyasalarina doviz ticaretine dayanan foreks
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piyasalar1 da eklenmistir (Korkmaz, vd., 2017: 738). Gelisen teknolojinin de etkisiyle son
yillarda finans piyasalarn tir olarak birbirine eklemlenirken uluslararast diizeyde de
entegrasyonlar gerceklesmis ve finansal piyasa kavrami global 6lgekli yapiyr ifade eder hale

(Korkmaz, vd., 2017: 738).

Finans piyasalari, girisimcilerin ihtiya¢ duydugu fonlar1 saglamasi bakimindan her ekonomi
icin hayati bir 6neme sahiptir. Ayrica piyasa aktorlerine ¢esitli tiirden kazanglar saglamasi
nedeniyle de bir ¢ok yatirimei bu piyasalarda aktif olarak ticaret yapmaktadir (T.C. Kalkinma
Bakanlig1, 2018: 13). Finans piyasalari, yatirimeilarin kazang arayislari dolayisiyla cesitlenen
finansal trlinlerden beslenmekte ve yildan yila geliserek biiylimektedir. Finansal piyasalar,
ekonomilere kaynak saglamasinin yaninda iilke ekonomilerinin gelismisligi i¢in de bir gosterge
olarak kabul edilmektedir. Cilinkii finansal piyasalarda sadece bankalar gibi arac1 kurumlar yer
almamakta, 6zel sektdrden ¢ok sayida kisi ve kurulus, yabanci yatirnmcilar da yer alirken
piyasalarda donen varliklar sayesinde piyasa kapitalizasyonu artmaktadir (Ayricay, 2003: 11-
12).

Foreign Exchange kelimelerinden tiiretilmis olan foreks kavrami, 1973 yilinda Bretton
Woods Sistemi’nin ¢cokmesiyle ortaya ¢ikan doviz ticaretinin yapildig1 piyasalari tanimlamak
icin kullanilmaktadir (Mihg1 ve Aytekin, 2020: 253). Doviz piyasast anlaminda kullanilan
foreks piyasalar1 (Ellialtioglu ve Hazar, 2017: 63), serbest piyasada belirlenen doviz fiyatlarinin
birbiri ile ¢gaprazlanarak olusturulan kur degerlerinin alinip satildig1 piyasalardir. Ortaya ¢iktig1
1970’11 yillardan giiniimiize kadar gelen siirecte ¢ok hizli bir gelisim gdsteren ve artik giinliik
islem hacmi 5 trilyon dolar1 agmis olan foreks piyasalari, diinyanin en gelismis ve en likit

piyasalaridir (Almeida vd. 2018: 597-598).

Baslangigta foreks piyasalarinda sadece doviz ciftlerinin ticareti yapilmis olsa da giinlimiizde
bu piyasalarda altin, giimiis, dogalgaz, petrol, soya, misir, kakao, bakir, alliminyum ve hisse
senetleri gibi ¢cok degisik tiirden varlik islem gérmektedir (Y1lmaz, 2019: 14). Foreks piyasalari
bir tezgah {istii piyasa tiiriidiir ve herhangi bir genel merkezi de yoktur (Mih¢i1 ve Aytekin, 2020:
253). Yapasi itibartyla foreks piyasalari belirli biiyiik ulusal piyasalarin merkez islevi gordiigii
ve iceriden disartya dogru sarmal dairelerden olusan bir piyasadir. Bu piyasalarda ¢ok kiiciik
miktarlarla yatirim yapan bireysel yatirnmcilarla ¢ok biiyiik Olcekli fonlar1 yoneten cesitli

yatirim kuruluslar1 ayn1 anda ve birarada bulunmaktadir (Arslan ve Kirci, 2021: 1118).
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Foreks piyasalari, ¢aligma sistemi itibariyla {ilkelerin fon piyasalarini birbirine baglayan
ve ekonomilerdeki gelismelerin diger ekonomilere aktarilmasinda rol oynayan onemli bir
piyasadir (Kocanda ve Moravcana, 2017: 1). Foreks piyasalarinda bulunan yatirimcilar iilke
para birimlerinin deger degisimlerinin yol actig1 kur degisimlerinin ticaretiyle para kazanmaya
calismaktadir (Unsal ve Kaya, 2020: 1190). Diinya genelinde oldukga yaygin ve gelismis olan
foreks piyasalar ile ilgili Tiirkiye de 2011 yilinda yasal diizenleme yaparak Tiirk yatirimcilarin

bu piyasalara entegrasyonunu saglamistir (Mih¢1 ve Aytekin, 2020: 251).

2.2. TEKNIK ANALIiZDE YAYGIN OLARAK KULLANILAN BAZI
INDIKATORLER

Teknik analizde ¢ok sayida indikator kullanilmakta olup gilinlimiizde yapay zeka
destekli kodlar olusturma imkaninin da ortaya ¢ikmasi ile bu say1 hizla artmaktadir. Asagida
standart degerleri ile optimizasyon degerleri getirileri karsilastirilan indikatorler kisaca ele

alinmustir.
2.2.1. MACD indikatérii

Gerald Appel’n 1970°1i yillarin sonunda gelistirdigi bir teknik analiz yontemi olan
Moving Average Convergence—Divergence/ Hareketli Ortalama Yakinsama-Iraksama
(MACD), uzun donemli tistel hareketli ortalama ve kisa vadeli iistel hareketli ortalamanin farki
alinarak yapilan bir hesaplamadir. Bu teknik analiz modelinde, uzun vadeli iistel hareketli
ortalama bulunurken 26 donemlik fiyat verisi esas alinmakta, kisa vadeli listel hareketli
ortalama bulunurken ise fiyat verisi 12 donemlik olarak kullanilmaktadir (Anghel, 2015: 1416;
Uyar, vd., 2020: 659-660). Hisse senedi ve foreks piyasalarinda basarisi kanitlanmis bir
indikatdr olarak one ¢ikmaktadir (Halilbegovig, 2016: 378-379). Ancak MACD’nin gecikmeli
sinyal verdigi de bilinmekte ve kullannominda bu gecikmeye dikkat edilmesi gerekmektedir

(Anghel, 2015: 1416-1417).
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2.2.2. RSI indikatorii

Welles Wilder tarafindan 1978 yilinda gelistirilmis olan RSI, en popiiler gostergelerden
birisidir. Ilgili finansal varligin alim ve satiminda asiriliklar olup olmadigini tespit etmesiyle
Oone cikmaktadir. RSI gostergesi de al/sat sinyalleri iiretmekte, veriler 0-100 arasinda
olusturulan bir bant iizerinde grafik olarak gosterilmektedir. Bu analiz yonteminde ¢ogunlukla
14 donemlik (frekansa bagli olarak, dakika, saat, hafta ya da ay olarak) fiyat verisi kullanilarak
hesaplanma yapilmaktadir  (Yildirim, 2019: 2459; Uyar, vd., 2020: 659-660). RSI
gostergesinde 0-100 araliginda salinim s6z konusu olup RSI seviyesinin 30’un altina inmis
olmasi agirt satim, 70’in iizerine ¢ikmis olmasi ise asirt alim olarak yorumlanmaktadir. Bu
seviyelerin gecilmis olmasit genellikle fiyatlarin yakinda geri donecegi seklinde

yorumlanmaktadir (Rosillo vd., 2013: 1545).
2.2.3. CCI Indikatérii

Bir momentum gostergesi olan CCI, trend doniislerini tespit etmekte kullanilir ve bir
kanal etrafinda sinirsiz bir sekilde dalgalanma gdsterir. Kullanim amaci basit bir sekilde asirt
alim ve satim bolgelerini tespit ederek fiyat doniislerini tespit etmektir (Maitah vd., 2016: 176).
CCI gostergesi 1980 yilinda Donald Lambert tarafindan emtia piyasalarindaki trendleri tahmin
etmek amaciyla gelistirilmis olup giiniimiizde foreks piyasalarinda da yaygin olarak
kullanilmaktadir (Shah, 2019: 1437-1438). CCI degerinin +100 ve -100 degerlerini asag1 ya da
yukar1 kesmesi fiyatlarin asir1 alim ve satim bdlgeleri anlamina gelmekte ve fiyatlarin RSI
gostergesinde oldugu gibi kisa siirede donmesi beklenmektedir (Maitah vd., 2016, 176-177;
Shah, 2019: 1438).

2.2.4. STOCHASTIK indikatorii

George Lane tarafindan 1954 yilinda gelistirilen Stochastik bir momentum indikatdriidiir
(Rosillo vd., 2013: 1546). Stokastik indikatorii, trend yoniinii belirlemekte kullanilan bir
indikatorii olup %K ve %D olmak {izere iki parametreden olugsmaktadir. %K parametresi hizl
stokastik olarak ifade edilmektedir. %K parametresinin hareketli ortalamas1 alinmas: ile yavas
%K parametresi elde edilir. Yavas %K parametresinin hareketli ortalamasi alinarak da %D

parametresi hesaplanir (Ertiirk ve Yoriikeren, 2022: 22-23).
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2.2.5. MOV/MA indikatorii

Hareketli ortalamalar (Moving Average, MOV/MA), fiyatlarin asag1 ve yukar1 yonli
hareketlerinin gosteriminde olusan giiriiltli ve kirliligi azaltmak ic¢in gelistirilmis bir
gostergedir. Giiniimiizde basit, agirlikli, iissel gibi bir ¢ok cesidi gelistirilmistir. Fiyat
hareketlerindeki asir1 hareketlilikleri filtre ettigi i¢in hemen herkesin fiyat hareketlerini
kolaylikla anlamasini sagladigi icin ¢ok sik tercih edilen bir gostergedir (Raudys ve Pabarskaite,

2018: 985; Hansun ve Kristanda, 2017: 14-16).

2.2.6. MOMENTUM Iindikatérii

Fiyatlardaki ivmelenme durumunu gosteren momentum, gec¢misteki fiyatlarin

gelecekteki fiyati da etkileyecegi mantigina dayanmaktadir. MACD, RSI, Stochastik gibi bir

cok indikatdr momentum gostergesine dayali olarak iiretilmistir (www.unlumenkul.com). Oncii
bir gdsterge olan momentum, fiyatlar1 0 degerinin etrafindaki salinimi ile degerlendirmektedir

(Tradingview. www.tradingview.com). Giinlimiizdeki bir ¢cok gostergenin de hareket noktasi

olan momentum kavrami finans piyasalarinda ilk defa Welles Wilders Jr. tarafindan 1978
yilinda kullanilarak ag¢iklanmigtir. Momentum hem trend yapan hem yatay piyasalarda
kullanilan bir gdsterge olarak diger bir cok gostergeden ayilmaktadir. Giincel fiyatla gegmis

fiyat arasindaki farka dayanan kullanimi basit bir gostergedir (Persembe, 2002: 149-150).

2.2.7. TILLSON indikatorii

Tim Tillson tarafindan gelistirilmis olan bir hareketli ortalama indikatoriidiir. Bu
indikatdr, fiyatlarin son periyotlardaki agirliginin hatalara yol agmasi nedeniyle gelistirilmistir.
Hareketli ortalamalarda son donem fiyatlarinin agirligi daha fazla oldugu i¢in Tillson indikatorii

bunun yarattig1 hatalar1 ortadan kaldirmak icin filtreleme yapmak amaciyla gelistirilmistir

(Raudys ve Pabarskaite, 2018: 986).
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2.2.8. PARABOLIC SAR indikatérii (PSAR)

Welles Wilder Jr. tarafindan 1978’de gelistirilen PSAR, bilesenleri zaman ve fiyat olan
bir indikatordiir. Parabolic olarak adlandirilmasi, noktalardan olusan dizelerin bir parabolik
goriiniim almasidir. SAR kisaltmasi ise dur ve don (stop and reverse) anlamina gelmekte olup
gostergenin temel calisma prensibi doniis noktasindan itibaren yeni bir paraboliin olugsmaya
baslamasidir (Yazdi ve Laskhari, 2012). PSAR, noktalardan olugsmaktadir ve noktalarin fiyat
grafiginin altina gelmesi sat, iistiine ¢ikmasi ise al sinyali anlamina gelmektedir (Prasetijo vd.,

2017: 41).
2.2.9. MOST Indikatorii

Hareketli Stoploss (Moving Stoploss) anlamina gelen MOST, yatirimcilarin stoploss
seviyelerini hareketli ve dinamik bir sekilde kullanmasina imkan veren bir indikatordiir. Klasik
stop loss gostergesinin dinamiklestirilmis hali olarak ifade edebilecegimiz MOST, alim sinyali
de iiretebilmekte ve asir1 fiyat hareketlerinden kaynaklanabilecek yanlis sinyalleri de
onlemektedir. Bu indikatérde MOST egrisinin fiyatlarin {izerine ¢ikmasi satis sinyali anlamina
gelirken fiyatlarin altina inme durumu ise alim sinyali olarak kabul edilmektedir (Yatirim

Kredi, 2023).
2.2.10. Optimize Edilmis Trend Takip indikatorii (OTT) Indikatorii

Anil Ozeksi tarafindan gelistirilmis olan OTT, mevcut trendi bulmaya, trendin yéniinii
tespit etmeye yarayan bir indiaktordiir. Indikatérde iki farkli parametre vardir. Birinci
parametre ile periyot belirlenirken ikinci parametre ise opt parametresidir. OPT parametresi bir
optimizasyon katsayist olup kullanici tarafindan dagistirilebilmektedir. Parametre degerinin
diisiiriilmesi kisa vade dalgalanmalar1 daha iy1 algilamay1 saglamaktadir. Ayni sekilde periyot
degerinin diigiirtilmesi de kisa vadeli islemlere imkan verecek sekilde sonuglar verilmektedir.
Uzun vadeli islemler i¢in her iki parametre degerinin ylikseltilmesi gerekmektedir. Gostergenin
parametre ¢izgileri; yiikselis sirasinda fiyat grafiginin altinda yer almakta, diislis sirasinda ise

grafigin altinda yer almaktadir (Ertiirk ve Yoriikeren, 2022: 21-22).
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3.1. ARASTIRMANIN YONTEMI

Bu calismada major parite, emtia ve endekslerdeki veriler toplanarak veri iizerinde
teknik analizde kullanilan indikatorler kullanilmistir. Uygulamanin ilk adiminda indikatdrlerin
varsayilan/standart (defaut) degerlerinin yaninda matriks programi kullanilarak “sistem tester”
aracalifiyla optimizasyon degerleri olustuturulmustur. Indikatdrlerin  optimizasyonu
saglandiktan sonra segilen paritelerde belirlenen zaman araligina uygulanmis ve gostergelerin
verdigi sinyaller ticaret islemleri i¢in kullanilmigtir. Donem sonunda her parite igin
gostergelerin kazanglari standart ve optimize degerler icin ayr1 ayr1 hesaplanarak iki kazang

egrisi arasinda karsilastirma yapilmistir.
3.2. ARASTIRMANIN EVREN VE ORNEKLEMI

Calismada secilmis 10 teknik analiz indikatoriiniin performans1 (MACD, RSI, CCI,
STOCHASTIK, MOV, MOMENTUM, TILLSON, PARABOLIC SAR, MOST, OTT), foreks
piyasalarinda major parite emtia ve endekslerinden olan EURUSD, XAUUSD ve NDX igin
01.01.2021 1ile 01.01.2024 tarihleri arasindaki veriler kullanilarak karsilastirilmistir.
Aragtirmada EURO/USD paritesinde 781 giin/bar, XAUUSD emtiasinda 776 giin/bar ve NDX

endeksinde 754 giin/bar’a ait veriler kullanilmistir.
3.3. VERI TOPLAMA TEKNIiK VE ARACLARI

Major parite ve endekslerde olusan veriler matriks veri terminali, tradingview ve
metatraderS kullanilarak toplanmistir. Analizde pandemi ddnemindeki oynakligin hatali
bulgulara yol agma ihtimali gozetilerek 01.01.2021-01.01.2024 tarihleri arasi verilerle islemler
yapilmistir. Son 3 yillik periyot olarak belirlemedeki amag fibonaci rakamlarinda 1 den sonra
en kiicik 2. deger olmasindan kaynaklanmaktadir. Analizde puan testi uygulanmis olup
komisyon ve faiz giderlerinden arindirilmistir. Yapilan testlerde islem maliyeti kurumdan
kuruma farklilik gosterdiginden ve portfoy miktarina goére degistigi icin islem maliyeti yok

sayillmistir. Analizde kaldirag oranlar1 farklilik gosterdiginden dikkate alinmamustir.
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Uygulamada matriks veri terminali igerisindeki “sistem tester” modiilii kullanilmistir.
Sistem Tester uygulamasi teknik analizde kullanilan gdstergelerin ge¢cmis performanslarini
O0lcmeye yarayan, kullanilan indikatoriin gegmis donemlerde kullanilmasi durumunda nasil
sonuglar ortaya ¢iktigini gosteren ve gelecekteki fiyat olusumlarina gore al-sat sinyalleri lireten

bilgisayar uygulamasidir (Matriks, 2019: 52).
3.4. ARASTIRMA HiPOTEZLERI

Arastirmada foreks piyasalarinda islem géren EUR/USD doviz ¢ifti, XAUUSD (ons
altin) ve NDX (nasdaq 100) endeksi i¢in yapilan islemlerde se¢ilmis 10 indikatoriin standart ve
optimize degerlerle elde edilen getiri egrilerini karsilagtirmak i¢in asagidaki hipotezler

Ssmanmuigtir;

v" HO: Foreks piyasalarinda ilgili parite ticaretinde indikatorlerin standart degerleri ile
optimize edilmis degerlerinin sagladig1 getiri egrileri arasinda istatiksel olarak

anlamli bir fark yoktur (YOKLUK Hipotezi).

v' HI: Foreks piyasalarinda ilgili parite ticaretinde indikatorlerin standart degerleri ile
optimize edilmis degerlerinin sagladig1 getiri egrileri arasinda istatiksel olarak

anlaml1 bir fark vardir.
4.2. INDIKATORLERIN PARITELERE GORE ORTALAMA GETIiRIiLERI

Gostergelerin standart degerleri ile elde edilmis getirilerin ortalamasina bakildig1 zaman
en yliksek getirinin NDX paritesinde oldugu (% 15,069), onu XAUUSD paritesinin izledigi (%
10,06), en diisiik getirinin EUROUSD paritesinde oldugu (% -2,931, negatif getiri)
goriilmektedir. Indikatorlerin  optimize edilmis degerleri ile elde edilen getirilerin
ortalamalarina bakildig1 zaman en yiiksek getirinin NDX (%37,225) ve XAUUSD (% 28,268)
paritelerinde oldugu, EUROUSD paritesinde ise standart degerlerle olugsan negatif getirinin
pozitife donerek % 5,871 olarak gergeklestigi goriilmektedir.

Standart ve optimize degerlerle elde edilen getirilere birlikte bakildiginda gostergelerin
optimize edildiginde biitlin paritelerde daha yiiksek getiri sagladig1 goriilmektedir. Bir diger

onemli husus ise standardize edilmis degerlerdeki getiriler aras1 asir1 farklarin azaldigi ve
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getirilerin yakinsadigi goriilmektedir. Ayrica EURUSD islemlerinde gdsterge kullanmanin her

iki durumda da 6nemli bir kazanca yol agmadig1 goriilmektedir.
4.3. OPTIMIZASYON ILE ORTAYA CIKAN GETIRI FARKLARI

Aragtirmada biitiin indikatorlerin standar degerlerle olusan getirileri ile optimize edilen
degerleri arasindaki farklar hesaplanmistir. Ikinci durumdaki getiriden birinci durumdaki

getirinin ¢ikarilmasiyla elde edilen farklar asagida agiklanmigtir.

Indikatorlerin standart degerleri ile optimize edilmis degerlerinin getirileri farklaria bakildig
zaman; RSI, Stochastic, MACD ve Tillson gostergelerinin diger gostergelere gore onemli
oOl¢iide daha yiiksek getiri fark: yarattig1 goriilmektedir. Gostergelerin PSAR hari¢ tamaminin

optimize edilmis degerlerinin biitiin paritelerde pozitif getiri farki yarattig1 gortiilmektedir.

Indikatérlerin optimizasyonu ile olusan getiri farklarmin ortalamalarmna bkaildigi zaman
paritelere gore en yliksek getiri farki ortalamasinin % 22,15 ile NDX paritesinde oldugu
goriilmistiir. XAUUSD paritesinde optimizasyopnun sagladig: getiri farki ortalamasi % 18,20
iken EURUSD paritesinde ise bu fark % 8,82 olarak bulunmustur.

4.4. BULGULARIN GENEL DEGERLENDIRMESI

Arastirmada yapilan uygulamalar sonucu elde edilen bulgular, indikatérlerin optimize

edilmesinin daha yiiksek getiri egrilerine ulasilmasini sagladigini géstermektedir.
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Yukaridaki grafikte incelenen 3 varligin test edilen on indikatorde standart, optimize ve
ikisi arasindaki getiri farkinin ortalamasi goriilmektedir. Bulgulara gore arastirma hipotezlerine

iliskin sinama sonuglar1 asagidaki sekildedir;

EURUSD parite ticaretinde indikatorlerin standart degerleri ortalama olarak % 2,91
negatif getiriye yol acarken indikatorlerin optimize edilmesi ile yapilan ticaretin getiri
ortalamasi ise % 5,87 olup getiri farki da % 8,83 olarak gerceklesmistir. Buna gore arastirmada
EURUSD ticareti i¢in kurulan yokluk hipotezi (HO) reddedilirken “H1: Foreks piyasalarinda
EUR/USD ticaretinde indikatdrlerin standart degerleri ile optimize edilmis degerlerinin
sagladig getiri egrileri arasinda istatiksel olarak anlamli bir fark vardir.” seklinde ifade edilmis

olan var hipotezi kabul edilmistir.

XAUUSD emtia ticaretinde indikatorlerin standart degerleri ortalama olarak % 10,06
getiri saglarken indikatdrlerin optimize edilmesi ile bu ortalama % 28,26 ya ¢ikmis, ortalamalar
arasindaki getiri farki optimize degerler lehine olacak sekilde % 18,20 olarak gergeklesmistir.
Buna gore aragtirmada XAUUSD ticareti i¢in kurulan yokluk hipotezi (HO) reddedilirken “H1:
Foreks piyasalarinda XAUUSD ticaretinde indikatdrlerin standart degerleri ile optimize edilmis
degerlerinin sagladig: getiri egrileri arasinda istatiksel olarak anlamli bir fark vardir.” seklinde

ifade edilmis olan var hipotezi kabul edilmistir.
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NDX endeks ticaretinde indikatorlerin standart degerleri ortalama olarak % 15,06 getiri
saglarken indikatorlerin optimize edilmesi ile bu ortalama % 37,22’e yiikselmis, ortalamalar
arasindaki getiri farki ise optimize degerler lehine olacak sekilde % 22,15 olarak
gerceklesmistir. Buna gére NDX ticareti i¢in kurulan yokluk hipotezi (HO) reddedilmis ve “H1:
Foreks piyasalarinda NDX ticaretinde indikatorlerin standart degerleri ile optimize edilmis
degerlerinin sagladig1 getiri egrileri arasinda istatiksel olarak anlamli bir fark vardir.” seklinde

ifade edilmis olan var hipotezi kabul edilmistir.
SONUC

Fon temini islevi goren finansal piyasalar, diinya ekonomisindeki gelismelere bagh
olarak ¢esitlenmis ve gelismistir. Bretton Woods Sistemi’nin 1973’te ¢cokmesiyle ortaya ¢ikan
foreks piyasalari, bu degisim ve gelisim siirecinde ortaya ¢ikan ve doviz ticaretine dayanan bir
piyasadir. Giiniimiiziin en biiyiik ve en likit finans piyasasi olan foreks islemlerinde yatirimcilar
hisse senedi piyasalarinda oldugu gibi temel analizin yaninda teknik analiz yontemlerini de
kullanarak kazang elde etmeye ¢alismaktadir. Teknik analiz siire¢lerinde ¢ok sayida indikator
kullanilarak en dogru karar verilmeye calisiimaktadir. Indikatorler, matematiksel
hesaplamalarla olusturulmus ve belirli varsayilan degerleri olan teknik analiz aracglaridir.
Aragtirmalar indikatorleri kullanarak hisse senedi ve doviz ticareti yapmanin kazanglari
artirdigina isaret etmektedir. Piyasa dinamikligi dolayisiyla bu degerleri optimize etmenin daha

1yi sonuglara yol agacagi yoniinde goriisler ve bazi1 kanitlar vardir.

Bu arastirmada foreks piyasalarinda iglem goren ii¢ paritenin ticaretinde indikatorleri
optimize etmenin getiri egrisinde farka yol agip agmadigi 10 farkli indikatorle test edilmistir.
Arastirma bulgularina gore standart degerlerle yapilan islemler EURUSD islemlerinde % 2,93
zarara yol acarken XAUUSD islemlerinde % 10,06, NDX endeksi islemlerinde ise % 15,06

kazanca yol agmaktadir.

Gostergelerin optimize edilmesi halinde ise bu getiriler EURUSD paritesi islemlerinde
% 5,87, XAUUSD emtias1 islemlerinde % 28,26, NDX islemlerinde ise % 37,22 olarak

gerceklesmektedir. Bu sonuglar optimize edilmis degerlerin standart degerlere gore ¢cok daha
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1yi getiriye yol actifin1 ortaya koymaktadir. Gdstergelerin optimize edilmesi halinde ortaya
¢ikan getiri farkinin ise EURUSD paritesinde % 8,82, XAUUSD paritesinde % 18,20 ve NDX
paritesinde ise % 22,15 oldugu goriilmektedir. Bu sonugclar her ii¢ paritede de gostergelerin
optimize edildiginde daha yiiksek getiri sagladigin1 ortaya koymakta olup literatiirdeki

bulgularla da 6nemli 6l¢iide uyumludur.

Kaya (2022)’nm 2019-2020 yillarinda BIST bankacilik endeksine dahil 5 bankanin
hisselerinin verileri ile yaptifn ¢alismaya gore MACD, RSI, CCI, STOCHASTIC,
MOMENTUM gostegeleri optimize edildiginde daha yiiksek getiri saglamistir. Tomakin
(2007)’in MACD gostergesi ile ilgili ¢aligmasia gore optimize edilmis MACD gdstergesi,
ADX gostergesi ile birlikte kullanildiginda standart al-tut stratejisine gore daha iyi sonug
vermektedir. Buna karsin Ozcan (2016)’nin arastirmas1 IMKB hisselerinde MACD sinyalleri
diisiik performans gostermistir. MACD gostergesinin foreks piyasalarindaki basarisini
inceleyen Vajda (2014)’e gore MAC gostergesi basarili sonuglar vermekte ancak en yiiksek
getiriyi 1 saatlik zaman periyotlari ile yapilan uygulamada saglamaktadir. MACD gostergesinin
soya fasulyesi vadeli igslemlerindeki basarisini inceleyen Code vd. (2015: 91)’in ¢aligmasi ise
algoritmik iglemlerde optimize edilmis degerlerin daha iyi sonug verdigini ortaya koymaktadir.
Son yillarda algoritmalara dayali algo-trade islemleri yayginlasmis olup indikatorlerin algo
trade islemlerindeki basaris1 da incelemelere konu olmustur. Demir ve Ozbayoglu (2024)’{in
arastirmasi bunlardan birisi olup algo-trade islemlerinde RSI’1n optimize edilmis degerlerinin

standart degerlere gore daha yliksek kazanca yol agtigini tespit etmistir.

Gostergeleri S&P500, DJIA, NASDAQ, HSI, SSE, IBOX, BRENT, DXT gibi farkli
piyasalarda test eden arastirmalardan birisi olan Padilha (2024)’e gore SMA WMA EMA
MACD RSI SRSI SO WR gostergelerinin degerlerini optimize etmenin uzun vadede yarattig1
bir getiri farki yoktur. Apaydin (2009)’imn IMKB’de islem goéren hisse senedi islemlerinde
momentum gostergesinin optimizasyonun etkisini inceleyen calismasina gore de bir getiri farki
yoktur. Bunlara karsin Bodas-Sagi vd. (2009: 2000-2003)’{in arastirmasina gére Dow Jones
Endeksi’ne dahil hisse senetlerinde yapilan evrimsel algoritma islemlerinde RSI ve MACD
gostergelerinin optimize edilmesi daha yliksek kazanca yol agmaktadir. Mazen (2021)’in
calismast da EURUSD paritesinde MACD, RSI gostergelerini optimize etmenin daha iyi

sonuglar verdigini ortaya koymaktadir.
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Arastirmalarin genellikle MACD, RSI, Bollinger Bandi gibi en popiiler gostergelere
odaklandig1, daha yakin zamanda gelistirilen gostergelerle ilgili ¢alismalarin sinirli oldugu
gortilmektedir. MACD ve RSI gibi gostergelerden farkli olarak PSAR gostergesinin etkinligini
inceleyen Alkan (2019)’un arastirmasina gore PSAR sinyalleri ons altin ve dolar mevduat faizi
islemlerinde kazang artis1 saglamakta olup ons islemlerde bu kazang daha yiiksektir. OTT
indikatoriiniin algoritmik trade islemlerindeki etkinligini inceleyen Ertiirk ve Y 6riikeren ( 2022:
27)in ¢alismasina gore OTT indikatorii optimize edildiginde daha yiiksek kazang.elde

edilmesini saglamaktadir.

Sonug olarak teknik analizlerde gostergeleri kullanmak yatirimcilarin kazang elde
etmesinde yardimci oldugu goriiliirtken bu gostergeleri farkli degerlerle optimize etmek
potansiyeli kazanci artirma imkan1 saglamaktadir. Bu calismada elde edilen bulgular se¢ilmis
gostergeleri optimize etmenin EURUSD, XAUUSD ve NDX paritelerinde daha yiiksek
getirilere ulagsmay1 sagladigin1 ortaya koymaktadir. Bu sonuglara dayanilarak foreks
piyasalarinda kullanilan indikatorlerin gesitli sekillerde optimize edilmesi ile daha iyi sonuglara

ulagsmanin miimkiin oldugu sdylenebilir.
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EKLER
Tablo 1. Getiri Tablosu
o i . STANDART OPT GETIRI
Sira INDIKATOR PARITE = STANDART  GETIRI OPT GETIRI FARKI

EURUSD (26,12,9) -5,31 (35,14,8) 6,01 11,32
XAUUSD 8,33 (55,13,3) 29,85 21,52

1 MACD NDX 29,88 (16,9,3) 39,19 9,31
EURUSD (30, 70) 7,62 (25,74) 6,52 14,14
XAUUSD 19,56 (26,75) 47,57 28,01
2 RSI NDX -4,42 (35,78) 45,89 50,31
EURUSD  (-100, 100) -10,63 (52, 148) 3,63 14,26
XAUUSD 13,89 (-92,59) 27,53 13,64
3 CCI NDX -2,37 (-150, 90) 30,24 32,61
EURUSD (14,3 3) 3,85 (8,13, 83) 5,1 8,95
XAUUSD 0,42 (9,13, 606) 23,03 22,61

(22,18,

4 STOKASTIK NDX 5,9 65) 39,08 33,18
EURUSD (20, 50) 0,92 (11,52) 5,41 4,49
MOVING XAUUSD 5,55 (10, 32) 12,79 7,24
5 AVERAGE NDX 21,46 (28 ,55) 33,09 11,63
EURUSD 9, 100) 0,72 4,97) 11,85 11,13
XAUUSD 14,66 (6,101) 26,73 12,07
6 MOMENTUM NDX 33,54 (3,90) 42,78 9,24
EURUSD (8,0,7) -2,28 (79,0,9) 8,17 10,45
XAUUSD 5,57 (11,0,1) 28,46 22,89
7 TILSON NDX 1,29 9--0,9 44,44 43,15

EURUSD (0,02,2) 1,38 (0,02,0,2) 1,38 0

XAUUSD 24,63 (0,14,0,1) 29,03 4.4
8 PSAR NDX 15,29 (0,04, 0,1) 34,42 19,13
EURUSD (3,2) 3,82 (2,4.4) 6,05 9,87
XAUUSD 0,98 (2,0,6) 24,51 23,53

9 MOST NDX 17,04 (57,4,9) 27,04 10
EURUSD (2,1.4) 1,18 (1,0,22) 4,59 3,41
XAUUSD 7,01 (1,0,91) 33,18 26,17

10 OTT NDX 33,08 (2,1,54) 36,08 3
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INDIKATORLERIN STANDART VE OPTIMIZE EDILMIS AL-SAT FORMULLERI

Indikatorlerin standart degerlerle AL ve SAT formiilleri ile optimize edilmis degerlere

gore olusturulmus formiilleri asagida ayr1 ayri verilmistir.

MACD indikatdriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU

CROSS(MACD(26,12,9), MACDTRIGGER(26,12,9))
SAT FORMULU

CROSS(MACDTRIGGER(26,12,9),MACD(26,12,9))

MACD indikatoriinlin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan formiilleri

asagidaki sekildedir;

AL FORMULU
CROSS(MACD(OPT1,0PT2,0PT3),MACDTRIGGER(OPT1,0PT2,0PT3))

SAT FORMULU:
CROSS(MACDTRIGGER(OPT1,0PT2,0PT3),MACD(OPT1,0PT2,0PT3))

Hesaplamalarda kullanilan optimizasyon araliklar1 agagidaki gibidir;

OPT ARALIKLARI
ALT SINIR UST SINIR ADIM
OPTI 13 55 1
OPT2 8 15 1
OPT3 3 13 1

RSI indikatoriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

RSI Al Formili

CROSS(RSI(C,14),30)
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RSI SAT FORMULU
CROSS(70,RSI(C,14))
RSI indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan

formiilleri asagidaki sekildedir;

RSI OPT AL FORMULU
CROSS(RSI(C,14),0PT1)

SAT FORMULU
CROSS(OPT2,RSI(C,14))

OPT ARALIKLARI

ALT SINIR UST SINIR ADIM
OPTI 20 40 1
OPT2 60 80 1

CClI indikatoriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU
CROSS(CCI(14),-100)

SAT FORMULU
CROSS(100,CCI(14))

CCI indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan

formiilleri asagidaki sekildedir;

CCIOPT
AL FORMULU
CROSS(CCI(14),0PT1)

SAT FORMULU
CROSS(OPT2,CCI(14))
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OPT ARALIKLARI
ALT SINIR UST SINIR ADIM
OPT1 -150 -50 1
OPT2 50 150 1

Stochastic indikatdriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU
CROSS(STOSK(14,3,3),STOSD(14,3,3))

SAT FORMULU
CROSS(STOSD(14,3,3),STOSK(14,3,3))

Stochastic indikatoriiniin optimize edilmis degerlere goére yeniden olusturulan

formiilleri asagidaki sekildedir;

STOCHASTIC OPT

AL FORMULU
CROSS(STOSK(OPT1,0PT2,0PT3),STOSD(OPT1,0PT2,0PT3))

SAT FORMULU
CROSS(STOSD(OPT1,0PT2,0PT3),STOSK(OPT1,0PT2,0PT3))

OPT ARALIKLARI
ALT SINIR UST SINIR ADIM
OPT1 5 40 1
OPT2 13 34 1
OPT3 65 95 1

2025, 4 (1)



Alayh & Kurt

MOV indikatoriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU

CROSS(MOV/(C,20,E),MOV(C,50,E))

SAT FORMULU

CROSS(MOV(C,50,E),MOV(C,20,E))

MOV indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan formiilleri

asagidaki sekildedir;

OPT

AL FORMULU

CROSS(MOV(C,0PT1,E),MOV(C,0OPT2.E))

SAT FORMULU

CROSS(MOV(C,0PT2,E),MOV(C,OPT1,E))

OPT ARALIKLARI
ALT
SINIR
OPT1 10
OPT2 30

MOMENTUM indikatoriiniin ,

AL FORMULU
CROSS(MO(C,9),100)

SAT FORMULU
CROSS(100,MO(C,9))

UST

SINR ~APIM
30 1
80 1

MOMENTUM indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gdre yeniden olusturulan

formiilleri asagidaki sekildedir;

68



Parion Akademik Bakis Dergisi (PABD)
Parion Academic Review Journal (PARJ)
Cilt/Volume 4, Sayi/No 1, ss.pp.: 41-72

MOMENTUM OPT
AL FORMULU
CROSS(MO(C,OPT1),0PT2)
SAT FORMULU
CROSS(OPT2,MO(C,0OPT1))
OPT
ARALIKLARI

ALT UST

SINIR SINIR ADIM
OPT1 3 34 1
OPT2 90 110 1

TILSON indikatériiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU
CROSS(C,TILL((H+L+2*C)/4,3,0.7))

SAT FORMULU
CROSS(TILL((H+L+2*C)/4,3,0.7),C)

TILSON indikatériiniin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan formiilleri

asagidaki sekildedir;

TILSON OPT
AL FORMULU
CROSS(C,TILL((H+L+2*C)/4,0PT1,0PT2))

SAT FORMULU:
CROSS(TILL((H+L+2*C)/4,0PT1,0PT2),C)
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OPT
ARALIKLARI
ALT UST
SINIR SINIR ADIM
OPT1 2 &9 1
OPT2 0 1 0,05

PSAR indikatoriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU
CROSS(C,PSAR(0.02,0.2))

SAT FORMULU
CROSS(PSAR(0.02,0.2),C)

PSAR indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gére yeniden olusturulan formiilleri

asagidaki sekildedir;

PSAR OPT

AL FORMULU
CROSS(C,PSAR(OPT1,0PT2))

SAT FORMULU
CROSS(PSAR(OPT1,0PT2),C)

OPT ARALIKLARI )
ALT SINIR UST ADIM
SINIR
OPT1 0,01 1 0,01
OPT2 0,05 2 0,05

MOST indikatoriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

MOST
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AL FORMULU
CROSS(MOV(C,3,E),MOST(C,3,2))

SAT FORMULU
CROSS(MOST(C.,3,2),MOV(C.3,E))

MOST indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan formiilleri

asagidaki sekildedir;

MOST OPT

AL FORMULU

CROSS(MOV(C,0PT1,E),MOST(C,0PT1,0PT2))

SAT FORMULU

CROSS(MOST(C,0PT1,0PT2),MOV(C,0PT1,E))

OPT
ARALIKLARI
ALT UST
SINIR SINIR ADIM
OPT1 2 100 1
OPT2 0,5 5 0,1

OTT indikatoriiniin standart degerlerle olusturulan formiilleri asagidaki gibidir;

AL FORMULU

CROSS(OTTSUP(C,2,1.4),0TT(C,2,1.4))

SAT FORMULU

CROSS(OTT(C,2,1.4),0TTSUP(C,2,1.4))
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OTT indikatoriiniin optimize edilmis degerlere gore yeniden olusturulan formiilleri

asagidaki sekildedir;

OPT AL : CROSS(OTTSUP(C,0OPT1,0PT2),0TT(C,OPT1,0PT2))

OPT SAT : CROSS(OTT(C,0PT1,0PT2),0TTSUP(C,OPT1,0PT2))

OPT ARALIKLARI
ALT SINIR UST SINIR ADIM
OPT1 1 10 1
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