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Ozet

Biiyiik veri yiginlari igerisinden gizli ve faydali bilgiye ulagsmay1 saglayan veri madenciligi uygulamalari
igletme, finans, tip, egitim gibi bir¢ok alanda faydali, 6nemli bilgilerin agiga c¢ikarilmasinda
kullanilmaktadir. Biiyiik veri yiginlarindan elde edilecek gizli kalmis faydali bilgiler egitim alaninda da
egitim 6gretim kalitesinin arttirilmasi ve gesitli egitim-6gretim sorunlarinin ¢dziimiinde 6nemli katkilar
saglayabilmektedir. Egitmenlerin ve derslerin &grenciler tarafindan degerlendirilmesi pek c¢ok
yiiksekdgrenim kurumunda gergeklestirilen bir uygulamadir. Bu ¢alisma kapsaminda veri madenciligi
tekniklerinden lojistik regresyon analiziyle donem sonu ders degerlendirme anket verileri kullanilarak
ogrencilerin ders basarilarii etkileyen faktorler aragtirilmigtir. 5820 adet iiniversite Ogrencisine
uygulanan anket bilgisi lizerinden iki ayri ders basari degiskeni tanmimlanmustir. Ders basart
degiskenlerini etkileyen likert dlgekli sorulara verilen cevaplarla ders basarisi arasindaki iligki lojistik
regresyon analizi ile tahmin edilmistir. Elde edilen analiz sonuglarina goére, 6grenci ders bagarisini ders
tekrar sayisinin yani sira Ogrencilerin mesleki geligimlerini arttiran, 6grencilere yeni bakis acilart
kazandiran uygulamalarin daha cok etkiledigi gortilmiistiir. Ayrica dersi ilk kez alan Ogrencilerin
goriiglerinin dersi iki ve daha fazla sayida tekrarlayan 6grencilere gore genel olarak daha olumlu oldugu
fark edilmistir. Bunun yam sira anketin uygulanma seklinin degistirilerek final sinavindan 6nceki son
derste uygulanmasinin 6grencinin daha objektif degerlendirme yapmasini saglayacagi kanaatine
ulasilmustir,
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ESTIMATION OF THE FACTORS AFFECTING THE SUCCESS OF
THE UNIVERSITY STUDENTS BY LOGISTIC REGRESSION

ANALYSIS
Abstract

Data mining applications, which provide confidential and useful information from large data stacks, are
used to expose important information useful in many fields such as business, finance, medicine,
education. In the field of education, hidden useful information that can be obtained from large data piles
is also; Increase the quality of education and training, and provide important contributions to the solution
of various education and training problems. In this study, data mining techniques using logistic
regression analysis and end-of-term course evaluation questionnaires were used to investigate the factors
affecting student's course success. Two separate course success variables were defined through
questionnaires applied to 5820 university students. The relationship between the answers to the likert
scale questions affecting course success variables and the course success was estimated by logistic
regression analysis. According to the results of the analysis, it is seen that the student lecture success is
more influenced by the number of lesson repetition, as well as the applications which increase the
professional development of the students and give new perspective to the students. It was also found
that the views of the students who took the course for the first time were generally more positive than
those of two or more repeat students. In addition to this, we have reached the opinion that by changing
the way the questionnaire is applied, the student will be able to make a more objective assessment of
before the final exam.

Keywords: Data Mining in Education, Logistic Regression Analysis, Factors Affecting Student
Achievement,

JEL Codes: 123, C25.

L. GIRIS

Bilisim Teknolojilerindeki gelismeler veri depolama kapasitesini arttirarak elektronik
ortamda biiyiik veri yiginlariin (big data) olusmasina yol agmistir. Ancak icerisindeki faydali
bilgi ¢ikarilmadikga biiylik miktardaki veri anlamli degildir. Biiyiik miktardaki veri yi§inindan
gizli ve anlaml bilginin ¢ikartilarak gelecege yonelik tahminler yapilmasi veri madenciligi
teknikleri ile miimkiindiir. Veri madenciligi uygulamalari isletme, finans, tip, egitim gibi bircok
alanda faydali, onemli bilgilerin a¢iga c¢ikarilmasinda kullanilmaktadir. Faydali bilginin
kullanim1 yalnizca teknoloji alaninda degil diger sosyal alanlarda da 6nemli ciddi sonuglarin
elde edilmesini saglamaktadir.

Biiyiik veri yiginlarindan elde edilecek gizli kalmis faydali bilgiler egitim alaninda da;
egitim 6gretim kalitesinin arttirilmasi ve ¢esitli egitim 6gretim sorunlarinin ¢oziimiinde dnemli
katkilar saglayabilmektedir. Bilginin yalnizca teknoloji degil diger alanlarda da 6n plana
cikmasi, her alanda kaliteli egitimin Onemini ortaya ¢ikarmistir. Pek cok derste egitim ve

ogretim asamalarinin etkin olmamasi, dersin 6grenci tarafindan tekrar alinmasina neden
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olmaktadir. Bu sorunlar; derslerin igerigine uygun olan egitim ve 6gretim yontemlerinin
uygulanmasi, ders siirelerinin iyi degerlendirilmesi ve 6grencilerin derslere olan ilgilerinin
arttirlmasiyla ¢oziilebilir (Ozdil, Urdaletova & Yilmaz, 2010).

Universite dgrencilerinin y1l sonunda basarisiz sonuglarla karsilasmalarinin dnlenebilmesi
icin basariy1 etkileyen faktorlerin belirlenmesi gerekmektedir (Kurt & Erdem, 2012). Basariy1
etkileyen faktorlerin 6nceden bilinmesiyle basarisizlik nedenlerinin de kontrol edilebilecegi
diisiiniilmektedir (Kog, Avsaroglu & Sezer, 2004).

Bu c¢alismanin temel amaci, yil sonunda {niversite Ogrencilerine uygulanan ders
degerlendirme anket verileri kullanilarak; 6grencilerin ders basarilarini etkileyen faktorlerin
belirlenmesidir. Buradan elde edilen bilgiler 15181nda derslerin basar1 oranlarinin arttirilmasina

yonelik Onerilerin de ortaya ¢ikarilmasi amaglanmaktadir.

II. VERIi MADENCILIGI

Diinyadaki globallesme nedeniyle, veriye ulagmanin yani sira veriden elde edilebilecek
maksimum bilgiyi ¢ikarmada veri(data) olduk¢a énemli hale gelmistir (Savas, Topaloglu &
Yilmaz, 2012). Veri madenciliginde hedeflenen temel amag; biiylik miktardaki veriden analiz
edilerek ¢ikarim yapilamayacak anlamli bilgiye ulagmaktir (Coskun & Baykal, 2011).

Veri madenciliginin tanimida soézii edilen biiyiik veri ise; tek bir is istasyonunda
arsivlenemeyecek kadar biiylik veri kiimelerini temsil etmektedir. Veri madenciligi temel
olarak; biiyiik veri setleri igerisindeki iliski veya desenler lizerinden faydali bilgiye erisim i¢in
yazilim tekniklerinin kullanilmasi olarak tanimlanmaktadir. Veri kiimesi icerisindeki kural,
iliski veya niteliklerin belirlenmesi igin bilgisayar yazilimlari kullanilmaktadir. Bagka bir
ifadeyle veri madenciligi; veri seti igerisindeki iliski, desen ve kurallarin istatistiki ac¢idan
onemli taraflarinin bilgisayar yazilimlari kullanilarak kesfedilmesidir (Baykasoglu, 2005).

Veri madenciligi icin tercih edilen teknikler mevcut veriler ilizerinden ¢ikarim yapmayi
saglamanin yaninda gelecege yonelik tahminlerin yapilmasina da olanak tanimaktadir
(Kigtiksille, 2009). Bu yonleriyle veri madenciligi, bu teknikleri tercih eden kisi ve kurumlarin
da etkili kararlar almalarina yardimci olmaktadir. Ayrica bu teknikler ¢6ziimii uzun zaman alan
sorulara da ¢6ziim sunmaktadir (Savas, Topaloglu & Yilmaz, 2012).

Veri madenciligi uygulamalarinin etkin olarak gergeklestirilebilmesi igin; farkl tipte olan
verilerle birlikte degerlendirilmesi, tercih edilen algoritmanin etkinlik ve 6lgeklenebilirligi, elde
edilen sonuglarda yararlhilik, kesinlik ve anlamlilik gibi niteliklerin saglaniyor olmasi,

kesfedilen kurallarin farkli bicimlerle temsil edilebilmesi, daginik kaynaklarda bulunan
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verilerle islem yapabilmesi ayrica gizlilik ve veri giivenligi Ozelliklerinin de saglanmasi

gerekmektedir (Dener, Dorterler & Orman, 2009).

Veri madenciligi bir istatistiksel yontemler serisi gibi goriilse de birka¢ yoniiyle geleneksel

istatistik tekniklerinden ayrilmaktadir. Veri madenciligindeki temel amag; kolayca gorsel

sunum veya mantiksal kurallarin olusturulabilecegi nitel modellerin ¢ikartilmasidir. Bu yoniiyle

istatistik, yapay zeka, veri tabanlari, makine d6grenmesi ve veri gorsellestirme gibi alanlarla

yakin olarak iligkilidir.

Veri madenciligi tekniklerinin bazi uygulama alanlar1 asagidaki gibi 6zetlenebilir

(Baykasoglu, 2005):

Bilimsel ve Miihendislik Verileri: Laboratuvar ve bilgisayar ortaminda tiiretilen biiyiik
miktardaki bilimsel verinin anlamlandirilmasi zorunlulugu nedeniyle veri madenciligi
onemli bir yere sahiptir.

Saglk Verileri: Ozellikle tarama test sonuglarini kullanarak gesitli hastaliklarda 6n tan
konulmasi, acil servis hastalarinda dncelik ve risk tespiti gibi pek ¢ok alanda yaygin
olarak kullanilmaktadir.

Isletme Verileri: Is siireci sirasinda iiretilen pek cok cesit ve sayidaki veriler
yonetimdeki biitlin karar verme asamalarinda kullanilmaktadir. Karar siirecinde
kullanilan bu veriler ¢alisanlarin performans 6l¢timleri, ise alimlarda tanimlanabilecek
kural tespitleri gibi pek ¢ok faydali bilgiye doniistiiriilebilmektedir.

Finans: Bankacilik sektoriinde kredi ve kredi kart1 dolandiriciliginin tahmin edilmesi,
kar analizlerinin yapilmasi gibi alanlarda; borsa ve finansal kuruluslarda ise hisse senedi
fiyat tahminleri ve portfoy verimliligi gibi alanlarda kullanilabilmektedir.

Egitim Sektorii: Ogrenci bilgilerinin analiz edilerek basar1 ve basarisizlik nedenleri,
basarty1r arttirmaya yonelik uygulamalarin tespit edilmesi gibi amaclarla
kullanilmaktadir.

Internet ve Web Siteleri: Web sayfalarmdan kullanici erisim desenlerinin kesfedilerek
analiz islemlerinin ger¢eklestirilmesi i¢in kullanilmaktadir.

Perakendecilik ve Marketgilik Verileri: Bu alanda en sik tercih edilen yontemlerin
basinda sepet analizi gelmektedir. Sepet analizi temelde; miisterilerin satin aldiklar
tirtinler arasinda bulunan iliskileri kurmak ve bu iligkiler aracilifiyla karlilig1 ve satig

oranlarini arttirmaktir (Kiiciiksille, 2009).
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III. VERI MADENCILiIGi TEKNIiKLERINDEN LOJISTIK
REGRESYON ANALIZI

Logit Regresyon ozellikle ikili bagimli degisken i¢in tasarlanmis dogrusal olmayan bir
regresyon modelidir. Uygun doniisiimler ile dogrusallastirilabilen bir dogrusal olmayan
modeldir. Literatiirde, logit regresyon aymi zamanda “Lojistik Regresyon” olarak da
adlandirilmaktadir (Stock & Watson, 2007). Modelde bagimli degisken iki kategori ile ifade
ediliyorsa, model “Ikili Lojistik Regresyon Modeli", ikiden fazla kategori ile ifade ediliyorsa,
“Coklu Lojistik Regresyon Modeli” olarak adlandirilir (Leech, Barrett & Morgan, 2004). Ikili
lojistik regresyon modelinde bagimli degiskenin gézlenen degeri iki olast durumu ifade etmek
iizere, olayin meydana gelmesi durumunda 1, meydana gelmemesi durumunda 0 degerini alir.
Modeldeki bagimsiz degiskenler siirekli ve/veya kategorik degiskenler olabilmektedir ve
bagimsiz degiskenlerin ikili veya {i¢lii etkilesimleri ortak degisken olarak modele dahil
edilebilmektedir (Is1gicok, 2003).

Lojistik regresyon goézlemlerin gruplara ayrilmasinda kullanilan ¢ok degiskenli analiz
yontemlerinden biridir. Varsayim kisitt olmamasi nedeni ile kullanim rahathiginin yanisira,
coziimlemeden elde edilen modelin matematiksel olarak ¢ok esnek olmasi yonteme olan ilgiyi
arttirmaktadir (Tathidil, 1996).

Bagimli degiskenin kategorik olmasi durumunda, logit regresyon modelinin kullanilmasi
standart yontemlere gore ¢ok daha uygundur (Leech, Barrett & Morgan, 2004). Lojistik
regresyon analizini kullanmanin amac istatistikte kullanilan herhangi bir model kurma teknigi
ile aymdir. Bagmmli degisken ile aciklayici degiskenler dizisi arasindaki iligkinin
tanimlanmasinda en uygun ve makul modelin bulunmasi amaglanir. Bagimli degiskeni 7Y,
bagimsiz degiskeni X olan ikili basit lojistik regresyon modelini agiklayabilmek i¢in lojistik
dagilim fonksiyonundan yararlanilir (Giiris & Caglayan, 2000). Bu fonksiyon asagidaki
bi¢imdedir.

1
B:E(YZI\XI'):W

Burada, P;, bagimsiz degisken, X; veri iken i. bireyin belirli bir se¢cim yapma olasiligini
(i.birey icin Y’ nin 1 ve 0 degerini alma olasiligini) gostermektedir. Bu fonksiyonda, Pi’ nin
hem bagimsiz degisken (X)’ e gére hem de parametrelere (B 'lara) gore dogrusal dis1 oldugu
acikca gorlilmektedir. Kiimiilatif lojistik olasilik dagilim fonksiyonu alt sinir1 sifir tist sinir1 bir
olan “S” seklinde bir egriyi gostermektedir. Logit model dogrusal olmayan bir yapida

goriinmekle birlikte, uygun doniistimlerle dogrusallastirilabilir. Dogrusallastirilan bu model L
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“Logit” olarak adlandirilir ve bu nedenle bunun gibi modellere “Logit Model” denilir (Gujarati,
2003). Literatiirde bagimsiz degiskenin birden fazla oldugu durumda ikili ¢oklu logit regresyon
modeli s6z konusu olmaktadir. Bu durumda uygun doniistimler i¢in

1
+ e—(ﬂl X+ B X+t B X))

R=E(Y =1\X)=-

ile ifade edilen ¢oklu lojistik dagilim fonksiyonundan yararlanilir.

Logit modelde Odds ve Odds oranit 6nemli kavramlardir. Odds (veya olabilirlik,
iistiinliik) bir olasilik oranidir. Odds (iistiinliik), ger¢eklesen olay sayisinin ger¢eklesmeyen olay
sayisina orani olarak tanimlanir. Bagka bir ifadeyle bagimli degiskenin, bagimsiz degiskenin
etkisi ile gozlemlenme olasiliginin birinin digerine oranla ka¢ kat daha fazla ya da az olarak
ortaya ¢ikabilecegini gostermektedir (Girginer & Cankus, 2008). Burada, ifade edilen iistiinliik
oraninin logaritmasi alinmakta ve logaritmasi alinan bu ifade logit olarak adlandirilmaktadir.
Olasilik, iistlinliik ve logit kavramlarinin tam olarak ayni1 seyi ifade eden ti¢ farkli yol oldugunun
anlasiimasi énemlidir. Ustiinliik oraninin agik bir yorumu vardir (Morgan & Teachman, 1988).
1’den biiyiik bir {istlinliik oran1 olaymn ger¢eklesmesinin olabilirliginin arttigini, 1’den kiigiik
bir Ustiinliik orani ise olaymn gerceklesmesinin olabilirliginin azaldigin1 gosterir. Lojistik
regresyon denkleminde P incelenen olaym gdzlenme olasiligini gdstermektedir. Incelenen iki
farkli olayin iistiinliik degerlerinin birbirine oranina ise tistiinliik oran1 denir. Lojistik regresyon
denkleminde {istiinliikk orani, Exp (B) olarak ifade edilir. Olasilik oran1 (Odds), bir olayin
meydana gelme olasiliginin meydana gelmeme olasiligina orani olduguna gore; exp (B) Y
degiskeninin Xi degiskeninin etkisi ile kag¢ kat daha fazla ya da % kag oraninda fazla gézlenme
olasiligina sahip oldugunu belirtir (Girginer & Cankus, 2008).

Lojistik regresyon analizinde {stiinlik oranlar1 bagimli ve bagimsiz degiskenler
arasindaki iliskiyi agiklayan en oOnemli katsayilardir. Bu katsayilarin dogru bir sekilde
anlasilmas1 ve yorumlanmasi modelden elde edilecek sonuglarin da dogruluk ve giivenilirligini
arttiracaktir. Bunu ¢aligmada kullandigimiz arastirma modelini destekleyecek basit bir 6rnekle
aciklayabiliriz. Ornegin 18 tane 6grencinin derse devam ile ders basarisi arasindaki iliskiyi
inceleyelim. Burada ders basarisi; dersten gectiyse, basarili olduysa 1, kaldiysa, basarisiz
olduysa 0 olacak sekilde iki sonuglu dikotomik bagimli degiskendir. Derse devam ise ders
basarisim1 etkiledigi diisliniilen yoOnetmelige gore devam sartim saglayarak hi¢ ders
kacirmayarak derslerin hepsine giren 6grencilerin 1 girmeyenlerin yani devamsizlik siniri
icinde kalsa bile az ya da c¢ok ders kagiranin ise 0 olarak kodlandigi iki sonu¢lu dikotomik
bagimsiz degiskendir. 18 6grencinin ders basarilarinin, bagimsiz degisken derse devam

durumuna gore dagilimlar1 Tablo 1°deki gibi olsun.
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Tablo I: Ustiinliik (Odds) Oranlar1 Ornegi

Bagimli degisken ders basarisi
Bagimsiz degisken ders devami Toplam
Basarili (1) Basarisiz (0)
Derslerin hepsine girdi (1) 6 2 8
Derslerin hepsine girmedi (0) 3 7 10
Toplam 9 9 18

Burada derslerin hepsine girip basarili olma olasiligimin istiinlilk degeri olasiliklar

yardimiyla agiklanacak olursa;

e Bu deger derslere girip basarili olma olasiliginin (6/8), derslere girip basarili olmama
olasihigmma (2/8) oram1 olacaktir. Bu durumda {stiinlik (odds) degeri;
[(6/8)/(2/8)]=(6/8)*(8/2)=6/2=3 olacaktir. Yani bunun anlam1 derse girip basarili olma
olasiligimin ustiinliigii derse girip basarili olmama olasilifindan 3 kat daha fazladir
seklindedir.

e Benzer sekilde, derslerin hepsine girmeyip basarili olma olasiligimin istiinliik (odds)
degeri; derse girmeyip basarili olma olasiliginin (3/10), derse girmeyip basarisiz olma
olasiligina (7/10) boliimiiyle elde edilir. Bu durumda dstiinliik degeri;
[(3/10)/(7/10)]=(3/10)*(10/7)=3/7=0,4285 olacaktir. Yani burada da derse girmeyip
basarili olma olasiliginin basarisiz olma olasiligina orani1 0,4285’dir. Bir baska deyisle
derse girmeden basarili olma olasiligi olmama olasilifinin 0,4285 katidir. Ya da 7’de
3 diir.

Simdi yukarida verilen lojistik regresyon denklemine gore bu iistiinliik degerlerinin
logaritmalart alinirsa o zaman bagimli ve bagimsiz degisken arasindaki iliskiyi dogrudan

aciklayan tstiinliik orani (odds ratio) elde edilmis olur.
P, = (Basari = 1/Devam) = In (%) = By + fy1x; = —0,84746 + 1,098612x,

Burada devam degiskeninin ders basarisi lizerindeki etkisini agiklayan iistiinliik orani
1.098612 c¢ikmistir. Yani derse devamdaki 1 birimlik artis 6grencinin basarililar arasina girme
yani basarili olma olasiligini iistiinliik oran1 1,098612 kat arttiracaktir. Ogrenci derse devam
etmediginde yani x1=0 oldugunda, derse devam etmeden basarili olma olasiligina iliskin
istiinliik oran1 -0,84746 olmaktadir. Bu durumda da, derse devam edilmezse yani
devamsizliktaki 1 birimlik artis 6grencinin basarililar arasina girme yani basarili olma

olasiligim1 0,84746 kat azaltacaktir. Katsay1 negatif oldugundan arada ters yonlii etkilesim
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vardir. Devamsizlik azaldik¢a basarili olma olasiligl da artacaktir. Calismamizda olusturulan
regresyon modellerinde burada anlatildig: sekliyle elde edilen iistiinliik oranlar1 yorumlanarak
sonuclar elde edilmistir.

Lojistik regresyon analizi; bagimli degisken iizerinde risk faktorii olusturan bagimsiz
degiskenler ile bagimsiz degiskenlerin bagimli degisken degerini tahmin etmede ne derece
etkide bulundugunu tespit etmek icin kullanilmaktadir. Lojistik regresyon analizi ile veriler
olasilik kurallarina uygun olarak belirli siniflara ayrilir ve bagimsiz degiskenlerin etkileri
incelenerek verilerin siniflandirilmasi islemleri gerceklestirilir (Sekeroglu, 2010).

Lojistik regresyon analizinin kullanilmasindaki amac; minimum sayida degisken kullanilarak
uyum derecesi en iyi olan bagimli ve bagimsiz degiskenler arasindaki iligkinin tanimlanmasi ve
kabul edilen bir model kurulmasidir (Bircan, 2004). Lojistik regresyon analizinde uygulanan
adimlar agagidaki gibidir (Sekeroglu, 2010):

e Modeldeki dncii grup tiyeleri tespit edilir.

e Modele dahil edilecek degiskenler belirlenir.

e Modelde bulunan parametreler tahmin edilir.

e Tahmin edilen parametrelerin anlamlilig1 incelenir.

e Tahmin edilen parametreler araciliiyla her bir gézlemin geldigi grup tahmin edilir.

e Modelde uyum iyiligi testleri yapilirken dogru siiflandirma yiizdesi ve yapay R?

kriterleri kullanilir.

IV. DERS BASARISINI ETKILEYEN FAKTORLERIN LOJISTIK
REGRESYON ANALIZIYLE ARASTIRILMASI

Kalitenin devamli olarak iyilesmesini hedefleyen yiiksekdgretim kurumlart i¢in beseri
sermaye siirekli bir analiz konusudur. Bu sebeple; 6grenci basarisinin tahmin edilmesi
yiikksekogretim kurumlar1 i¢in oldukca oOnemlidir. Cilinkii Ogretim siirecindeki kalite;
ogrencilerin  ihtiyaclarim1  karsilama  yetenegidir. Egitim siirecinde  katilimcilarin
yiikiimliiliiklerini uygun etkinliklerle yerine getirmeleri sonucunda uyarlanmasi ve kullanilmasi
gereken biiylik miktarda veri olugsmaktadir. Bu veriler bilgiye donistiiriilerek; dgrenciler,
egitmenler ve yonetim kadrosundaki tiim katilimcilarin memnuniyeti saglanabilir. Egitim
siirecinde yer alan tiim paydaglar yiiksekogretim sisteminde bulunan verilerden veri
madenciligi uygulamalar ile faydalanabilmektedir (Osmanbegovic & Sulji¢, 2012).

EDM (educational data mining), egitim sistemleri tarafindan derlenen ham verileri, faydali

bilgiye doniistiirme siireci olarak tanimlanmaktadir. Egitim siirecinde kullanilan veriler ile
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ogrencilerin modellenmesi, egitimin yapilandirilmasi ve 6grenci basari notunun tahmin
edilmesi gibi ¢esitli islemler yapilabilmektedir. Siniflandirma, kiimeleme ve birliktelik analizi
gibi pek cok veri madenciligi teknigi; yeni bilgiler ortaya cikarmak adma egitsel veri
madenciligi alaninda kullanilmaktadir (Kumar & Vijayalakshmi, 2012).

Bu calismada da iiniversite Ogrencilerinin ders basarilarii etkileyen faktorlerin neler
oldugu arastirilarak ders basarisin1 arttirabilmek igin egitim Ogretim ortaminda neler

yapilabilecegi konusunda taraflara 6nerilerde bulunulmaktadir.

IV.L. Arastirmada Kullamilan Veri Setinin Ozellikleri

Aragtirma kapsaminda kullanilan veri seti, Tilrkiye’de egitim 6gretim veren bir devlet
tiniversitesinin donem sonunda 6grencilere uyguladigi ders degerlendirme anket verilerdir.
Calisma kapsaminda kullanilan veriler, li¢ farkli 6gretim iiyesi i¢in Ogrenciler tarafindan
yanitlanan 5820 adet anket verisinden olugmaktadir. Anket; 6grencilerin aldiklar1 dersleri
icerik, egitim 6gretim ortami, 6gretim iiyesi performansi gibi yonlerden degerlendiren likert
olgekli 1 ve 5 arasinda verilen puanlarla tanimlanmis 28 soru ve 5 tane de demografik bilgileri
iceren kategorik olmak {izere toplam 33 sorudan olusmaktadir (Ek-1).

Aragtirmada kullanilan veriler yukarida belirtildigi gibi bir devlet {iniversitesinin isteyen
tim kullanicilarin faydalanabilecegi sekilde tasarlanan web sayfasindan elektronik ortamda
elde edilmistir. Veri seti igerisinde derslerin ve ders smavlarmin zorluk derecesiyle ve
ogrencilerin sinav basari notlar1 ve sinavlarin yapilma sekliyle ilgili herhangi bir bilgi yoktur.
Arastirma tamamen kurum disindan vyiiriitildiigiinden dolayr sadece anket verileri
kullanilmigtir. Ders igerikleri, derslerin adlari, 6gretim iiyelerinin nitelikleri, egitim Ogretim
alan1 bilinmemektedir. Tiim analizler eldeki anket verileriyle gerc¢eklestirilmistir. Arastirmada
kullanilan zorluk degiskeni anket sorulari icerisinde yer alan, 6grencinin dersle ilgili zorluk
algilamasii tanimlayan likert 6l¢ekli soruya verilen cevaplardan elde edilmistir. Ders basari
degiskenleri ise tamamen eldeki anket verileri kullanilacak sekilde izleyen boliimde de ayrintili
olarak aciklandigr gibi tanimlanmistir. Kuskusuz burada belirtilen derslerin zorluklari,
sinavlarin yapilma sekli, basar1 notlart gibi ek bilgiler arastirmaya dahil edildiginde ¢ok daha
ilging, glivenilir sonuglar elde edilecektir.

Genellikle sosyal bilimlerde anket verilerinin glivenilirligi ile ilgili arastirmalarda
kullanilan Cronbach alfa katsayis1 goriis ve tutum bildiren 28 soru i¢in hesaplanmis 0.992
cikmigtir (Can, 2017). Buradan istatistiksel olarak anket verilerinde igsel tutarliligin

saglandigini verilerin oldukga giivenilir veriler oldugunu sdyleyebiliriz.
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Ayrica Gilindliz vd.’nin veri seti lizerinde yaptiklar1 faktor analizi sonuglarina gore;
goriis ve tutum bildiren 28 soru baslica iki temel faktore ayrilmistir. Bunlardan ilki faktor-1;
dersi veren Ogretim iiyesi performansini tanimlayan, 13 ile 28 arasindaki sorulardan
olusmaktadir. Faktor-2 ise, kalan 1-12 arasindaki sorulari kapsayan dersin islenme sekli ve
egitim Ogretim ortamiyla ilgili degerlendirmelerden olusan faktordiir (Giindiiz & Fokoue,
2015).

Arastirmada 6grencilerin ders basart durumunu tanimlayan iki farkli basar1 degiskeni
olusturulmustur. Bu degiskenlerden ilki, 6grencinin ders tekrar sayisi olarak belirlenmistir, eger
ogrenci dersi ilk alisinda gectiyse basarili iki ve iizerinde tekrar aldiysa basarisiz olarak
degerlendirilmistir. ikinci basari degiskeni ise; dgrencinin dersi degerlendirmeye yonelik
verdigi cevaplardan 9-12 numarali sorular {izerinden tanimlanmustir.

S6z konusu sorular; “9.Ders biliyiik Ol¢iide zevkliydi ve derse katilmak ig¢in istek
duydum.”, “10.Ders hakkindaki donem basindaki beklentilerim karsilandi.”, “11.Ders benim
mesleki gelisimime katkida bulundu.” ve “12.Ders benim hayata ve diinyaya bakisima yeni bir
bakis agis1 kazandirdi.” ifadelerinden olusmaktadir. Ders basar1 degiskeninde sorulara 3 puan
ve lizerinde verenlerin dersle ilgili beklentilerini karsiladiklar1 diisiiniilerek 4 soru iizerinden
(4*3=12) 12 puan ve lizerinde verenler i¢in dersin basarili degerlendirildigi 3’ten az puan
verenlerin dersten beklentilerinin karsilanmadigi diislincesiyle toplam 12 puanin altinda

verenler i¢in dersin basarisiz olarak degerlendirildigi diisiiniilmiistiir.
IV.IL Veri Setinin Analize Elverisli Hale Getirilmesi

Veri setinin analize elverisli hale getirilmesiyle ilgili yapilan incelemede; veri seti
icerisinde herhangi bir eksik veya giiriiltiilii veri olmadig1 goriilmiistiir. Veri seti lizerinde ilk

basar1 kriterini tanimlamaya yonelik olarak Tablo 2’de yer alan giincelleme islemi yapilmistir.

Tablo II. Ders Tekrar Sayilarin1 Update Eden Ciimle

UPDATE OGRENCI_ANKET
SET DERS_TEKRAR_SAYI = '1.Tekrar'
WHERE DERS_TEKRAR_SAYI = 1

UPDATE OGRENCI_ANKET
SET DERS_TEKRAR_SAYI = ' 2veUzeri’
WHERE DERS_TEKRAR_SAYT IN (2,3)

[lk basar1 kriterinin tanimlanmasmin ardindan likert 6lcekli anket verisinde dersin
basarisin1 belirlemeye yonelik olarak 9-12 numarali “Ders biiyiik 6l¢iide zevkliydi ve derse

katilmak i¢in istek duydum.”, “Ders hakkindaki dénem basindaki beklentilerim karsilandi.”,
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“Ders benim mesleki gelisimime katkida bulundu.” ve “Ders benim hayata ve diinyaya
bakisima yeni bir bakis acis1 kazandirdi.” sorulari lizerinden olusturulan basar kriteri i¢in veri

tabanindan Tablo 3’de goriilen sql ciimlesi yardimiyla yeni veri seti olugturulmustur.

Tablo III: Verilerin Ders Basar1 Kriterine Gore Listelenmesi
select OGRETIM_UYESI,
DERS_KODU,
DERS_TEKRAR_SAYI,
DERSE_KATILIM,
OGRENCI_ZORLUK_TANIMLAMASI,
ANSWER_Q1,

ANSWER_Q2,

ANSWER_Q3,

ANSWER_Q4,

ANSWER_Q5,

ANSWER_Q6,

ANSWER_Q7,

ANSWER_QS8,

ANSWER_Q9,
ANSWER_Q10,
ANSWER_Q11,
ANSWER_Q12,

(case when ANSWER_Q9+ANSWER_Q10+ANSWER_Q11+ANSWER_Q12 > 11 then 'Basarili' else 'Basarisz' end )
BASARI_DURUM

from dbo. OGRENCI_ANKET

IV.III. Basari Kriteri Olarak Ders Tekrar Sayisi ve Faktor-2 Sorular ile Gergeklestirilen
Lojistik Regresyon Analizi

Arastirmanin bu agamasinda 1. tekrarda dersi gecen 0grenciler basarili 2 ve tizeri tekrar
alan 6grenciler basarisiz olarak degerlendirilerek iki sonuglu dikotomik bir basar1 degiskeni
tanimlanmistir. Gergeklestirilen analizde bagimhi degisken ders tekrar sayi, bagimsiz
degiskenler ise 13-28 numarali sorular disinda kalan tiim degiskenler yani 1-12 no’lu sorulara
verilen cevaplardir. Bu degerlendirme kapsaminda 5820 &grenciden 4909 tanesinin basarili,
911 tanesinin ise basarisiz olarak ayrildig1 goriilmiistiir (Tablo 4). Veri seti cross-validation
(capraz dogrulama) teknigi ile 10 esit pargaya ayrilmistir. Bu agsamada yapilan boliimleme

isleminde veri setinin 9 parcasi egitim 1 pargasi test i¢in kullanilmaktadir.

Tablo IV: Basar1 Kriteri Ders Tekrar Sayis1 Olan 2.Faktor Sorularin Lojistik Regresyon

Sonuglari
=== Classifier model ===
Variable 1.Tekrar
OGRETIM_UYESI=1.0gretimUyesi 0.2432
OGRETIM_UYESI=2.0gretimUyesi 0.7823
OGRETIM_UYESI=3.0gretimUyesi -0.7376
DERS_KODU=Ders-1 -0.7929
DERS_KODU=Ders-2 0.4301
DERS_KODU=Ders-3 0.621
DERS_KODU=Ders-4 0.2675
DERS_KODU=Ders-5 1.4117
DERS_KODU=Ders-6 -0.86
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DERS_KODU=Ders-7 -0.6709
DERS_KODU=Ders-8 -0.2509
DERS_KODU=Ders-9 -0.5135
DERS_KODU=Ders-10 0.5467
DERS_KODU=Ders-11 -0.7199
DERS_KODU=Ders-12 0.2229
DERS_KODU=Ders-13 -0.2177
DERSE_KATILIM 0.2574
OGRENCI_ZORLUK_TANIMLAMASI -0.3636
ANSWER_Q1 0.0036
ANSWER_Q2 -0.0756
ANSWER_Q3 -0.1473
ANSWER_Q4 -0.0506
ANSWER_Q5 0.1446
ANSWER_Q6 0.009
ANSWER_Q7 -0.1696
ANSWER_Q8 -0.0741
ANSWER_Q9 -0.0107
ANSWER_Q10 0.1067
ANSWER_Q11 -0.0931
ANSWER_Q12 -0.0470
Intercept 2.7265
Odds Ratios...

Variable 1.Tekrar
OGRETIM_UYESI=1.0gretimUyesi 1.2754
OGRETIM_UYESI=2.0gretimUyesi 2.1864
OGRETIM_UYESI=3.0gretimUyesi 0.4782
DERS_KODU=Ders-1 0.4525
DERS_KODU=Ders-2 1.5373
DERS_KODU=Ders-3 1.8608
DERS_KODU=Ders-4 1.3066
DERS_KODU=Ders-5 4.103
DERS_KODU=Ders-6 0.4232
DERS_KODU=Ders-7 0.5112
DERS_KODU=Ders-8 0.7781
DERS_KODU=Ders-9 0.5984
DERS_KODU=Ders-10 1.7276
DERS_KODU=Ders-11 0.4868
DERS_KODU=Ders-12 1.2497
DERS_KODU=Ders-13 0.8044
DERSE_KATILIM 1.2936
OGRENCI_ZORLUK_TANIMLAMASI 0.6952
ANSWER_Q1 1.0157
ANSWER_Q2 1.0027
ANSWER_Q3 0.9796
ANSWER_Q4 1.0013
ANSWER_Q5 1.0465
ANSWER_Q6 1.0145
ANSWER_Q7 0.9833
ANSWER_Q8 1.0244
ANSWER_Q9 1.0500
ANSWER_Q10 1.1038
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ANSWER_Q11 1.0243
ANSWER_Q12 1.0349

=== Stratified cross-validation ===

=== Summary ===

Correctly Classified Instances 4895 84.1065 %
Incorrectly Classified Instances 925 15.8935 %
Kappa statistic 0.0611

Mean absolute error 0.2408

Root mean squared error 0.3493

Relative absolute error 91.1632 %

Root relative squared error 96.14 %

Total Number of Instances 5820

=== Detailed Accuracy By Class ===

TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure ROC Area Class
0.988 0.948 0.849 0.988 0.913 0.709 1.Tekrar
0.052 0.012 0.435 0.052 0.092 0.709 2veUzeri
Weighted Avg. 0.841  0.802 0.784 0.841 0.784 0.709

=== Confusion Matrix ===

a b <--classified as

4848 61| a = 1.Tekrar
864 47| b = 2veUzeri

Tablo 4’te goriilen istiinlikk (Odds) oranlarinin incelenmesi 6nemlidir; ¢iinkii Odds
(olabilirlik veya tstiinliik) gergeklesen olay sayisinin gerceklesmeyen olay sayisina oranini
temsil etmektedir (Ozdil, Urdaletova & Yilmaz, 2010). Baska bir ifadeyle bagimli degiskenin,
bagimsiz degiskenin etkisi ile gozlemlenme olasiliginin birinin digerine oranla kag¢ kat daha
fazla ya da az olarak ortaya ¢ikabilecegini gostermektedir (Girginer & Cankus, 2008). Yani
I’den biiyiik {stlinliik oranlart bagimli degiskeni olumlu yonde etkileyerek basarili olma
olasiligimi ustiinliikk orani kadar arttirmakta, 1°den kiigiik katsayilar ise bagimli degiskeni
olumsuz etkileyerek basarili olma olasilifin1 azaltmakta veya basarisiz olma olasiligini
istiinliilk oran1 kadar arttirmaktadir. Regresyon analizine ait istiinliik (Odds) oranlari
incelendiginde ise (Tablo 4);

e 1 ve 2 numarali 6gretim tiiyelerinin Ustlinliik oranlar1 1’den biiylik ¢ikmistir. 3 no’lu
Ogretim iiyesinin ustiinliik oran1 1’den kii¢iiktiir. Bunun anlam1 eger 6grenciler dersi 3
no’lu 6gretim iiyesinden almak yerine 1 veya 2 no’lu 6gretim iiyesinden alirlarsa basarili
olma yani dersi ilk tekrarda gegme olasiliklar1 2 no’lu 6gretim tiiyesi i¢in 2,1864 kat 1
no’lu 6gretim iiyesi i¢in 1,2754 kat artacaktir. Ancak 3 no’lu 6gretim iiyesinden almalari

durumunda dersi ilk tekrarda ge¢cme olasiliklar1 0,4782 kat azalacaktir. Yani goreli
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olarak burada 2 no’lu 6gretim {iyesi performansi en iyi olan &gretim iiyesi olarak
cikmustir.

Dersler i¢in yapilan incelemede ise 2,3,4,5,10 ve 12 no’lu dersler istiinliikk oranlar
1’den biiyiik olan derslerdir. Yani bu 6grenciler bu dersleri secerlerse bu derslerden ilk
tekrarda gecme olasiliklar1 oldukea yiiksektir. 5 no’lu ders 4.1030 {istiinliik oraniyla ilk
tekrarda basarili olunma olasilig1 en yiiksek olan derstir. Ustiinliik oran1 1°den kiiciik
olan derslerde ise en kii¢iik oran (0,8044) 13 numarali derste elde edilmistir. Bu ders ise
secilmesi halinde ilk tekrarda basarili olma olasilig1 en az olan derstir.

Derse devam degiskenine ait iistiinliik orani ise 1,2936°dir. Bu da olumlu olarak diger
sartlar sabitken derse devam arttikca Ogrencilerin aldiklar1 dersi ilk tekrarda gegme
olasiliklarinin 1,2936 kat arttig1 anlamina gelir.

Zorluk tanimlamas1 dikkate alindiginda da, burada iistiinliik oran1 0,6952 olarak elde
edilmistir. Yani zorluk derecesi arttikca dersin ilk tekrarda gecilme olasiligr da
azalmakta veya dersin 2 ve daha ¢ok sayida tekrarda gecilme olasilig1 artmaktadir. Bu
da beklentilere uygun sekilde 6grencilerin zor olarak algiladiklar1 derslerden daha zor
basarili olduklar1 sonucunu bize vermektedir.

Faktor-2 yani dersin igerik, yapilma sekli ve dersten beklentilerle ilgili sorulara verilen
yanitlar i¢in yapilan incelemede ise 3 ve 7 no’lu 2 soru disinda tiim sorularda iistiinliik
oranlar1 1°den biiyiik ¢ikmustir. Ustiinliik oran1 1°den kiiciik olan sorularda da oranlar
sirastyla 0,9796 ve 0,9833 olarak aslinda 1°e ¢cok yakin degerlerdir. Bu iki soru disindaki
10-no’lu “Ders hakkindaki donem bagindaki beklentilerim karsilandi.” ifadesi {istlinliik
orant (1,1038) en yiiksek olan ifade olup dersi ilk tekrarda ge¢cme olasilifini en gok
etkileyen ifadedir. Yani Ogrencilerin dersten beklentileri arttikca dersi ilk tekrarda
gecme olasiliklar1 da artmaktadir. Bagariy1 az da olsa olumsuz etkileyen iki ifade 3 no’
lu “Ders i¢in harcanan enerji donem basinda verilen kredi miktarini karsiliyordu” ve 7
no’ lu “Ders saha ¢alismasina, laboratuvar ¢aligsmasi ve uygulama yapmaya uygundu.”

ifadeleridir.

Lojistik regresyon analizi sonucunda yapilan tahminlerde dogru siniflandirma orani %84,1

gibi oldukca yiikksek bir deger cikmistir. Yani 5820 adet verinin 4895 tanesi dogru

siniflandirilirken yalnizca 925 tanesi yanlis siniflandirilmistir. Confusion Matrix incelendiginde

61 adet verinin a yani 1.Tekrar olarak siniflandirilmasi gerekirken b yani 2 ve iizeri olarak

siniflandirildigl, ayn1 zamanda 864 adet verinin b yani 2 ve iizeri olmasi gerekirken 1.Tekrar

olarak siiflandirildig1 goriilmistiir.
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IV.IV. Dersin Basar1 Kriteri Icin Lojistik Regresyon Analizi

Bu asamada 9,10,11 ve 12 numarali sorular dikkate alinarak dersin basarili olarak verilip
verilmedigiyle ilgili bir basar1 degiskeni tanimlanmistir. S6z konusu sorular; “9.Ders biiytlik
Olciide zevkliydi ve derse katilmak i¢in istek duydum.”, “10.Ders hakkindaki donem basindaki
beklentilerim karsilandi.”, 11.Ders benim mesleki gelisimime katkida bulundu.” ve “12.Ders
benim hayata ve diinyaya bakigima yeni bir bakis a¢is1 kazandird1.” seklinde 6grencilerin dersle
ilgili memnuniyetlerini tanimlayan sorulardir. Bu sorulara verilen cevaplar 1: katilmiyorum,
5.katiliyorum olacak sekilde 1 ve 5 arasindaki puanlarla alinmistir. Dersin beklentileri
karsilayacak sekilde verilip verilmedigiyle ilgili olarak tanimlanan ders basar1 degiskeninde
sorulara 3 puan ve lizerinde verenlerin dersle ilgili beklentilerini karsiladiklart diisiiniilerek 4
soru tizerinden (4*3=12) 12 puan ve iizerinde verenler i¢in dersin bagarili degerlendirildigi
3’ten az puan verenlerin dersten beklentilerinin karsilanmadigi diisiincesiyle toplam 12 puanin
altinda verenler i¢in dersin basarisiz olarak degerlendirildigi diistiniilmiistiir. Buna gore puan
toplaminin 12’den az ve ¢ok olmasina gore iki sonuglu dikotomik ders basarisi degiskeni
tanimlanmistir. Lojistik regresyon analizi i¢in bagimli degisken basari durum, bagimsiz
degiskenler ise 13-28 numaral1 sorular disindaki tiim degiskenlerdir. 5820 6grencinin 3945’ inin

dersleri bagarili buldugu 1875’inin ise dersleri basarisiz olarak nitelendirdigi goriilmektedir.

Tablo V: Dersin Bagar1 Kriteri i¢in Lojistik Regresyon Sonuglari

=== Classifier model===

Variable Basarili
OGRETIM_UYESI=1.0gretimUyesi -0.1605
OGRETIM_UYESI=2.0gretimUyesi 0.1719
OGRETIM_UYESI=3.0gretimUyesi -0.0574
DERS_KODU=Ders-1 0.1854
DERS_KODU=Ders-2 -0.1419
DERS_KODU=Ders-3 -0.2527
DERS_KODU=Ders-4 0.6296
DERS_KODU=Ders-5 -0.798
DERS_KODU=Ders-6 0.1741
DERS_KODU=Ders-7 0.0526
DERS_KODU=Ders-8 0.33
DERS_KODU=Ders-9 0.3984
DERS_KODU=Ders-10 -0.2369
DERS_KODU=Ders-11 0.5432
DERS_KODU=Ders-12 -0.5265
DERS_KODU=Ders-13 -0.0908
DERS_TEKRAR_SAYI -0.0045
DERSE_KATILIM 0.1443
OGRENCI_ZORLUK_TANIMLAMASI -0.1236
ANSWER_Q1 0.0470
ANSWER_Q2 0.4359
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ANSWER_Q3 0.2791
ANSWER_Q4 -0.0638
ANSWER_Q5 -0.0788
ANSWER_Q6 -0.4792
ANSWER_Q7 0.3601
ANSWER_Q8 0.1397
Intercept 1.4802
Odds Ratios...
Variable Basarili
OGRETIM_UYESI=1.0gretimUyesi 0.8517
OGRETIM_UYESI=2.0gretimUyesi 1.1876
OGRETIM_UYESI=3.0gretimUyesi 0.9442
DERS_KODU=Ders-1 1.2036
DERS_KODU=Ders-2 0.8677
DERS_KODU=Ders-3 0.7767
DERS_KODU=Ders-4 1.8768
DERS_KODU=Ders-5 0.4502
DERS_KODU=Ders-6 1.1902
DERS_KODU=Ders-7 1.054
DERS_KODU=Ders-8 1.391
DERS_KODU=Ders-9 1.4895
DERS_KODU=Ders-10 0.7891
DERS_KODU=Ders-11 1.7215
DERS_KODU=Ders-12 0.5907
DERS_KODU=Ders-13 0.9132
DERS_TEKRAR_SAYI 1.0045
DERSE_KATILIM 1.1553
OGRENCI_ZORLUK_TANIMLAMASI 0.8837
ANSWER_Q1 1.0721
ANSWER_Q2 1.0396
ANSWER_Q3 1.0783
ANSWER_Q4 1.0350
ANSWER_Q5 0.9989
ANSWER_Q6 0.9964
ANSWER_Q7 1.1245
ANSWER_Q8 2.2094
=== Stratified cross-validation ===
=== Summary ===
Correctly Classified Instances 5332 91.6151 %
Incorrectly Classified Instances 488 8.3849 %
Kappa statistic 0.8055
Mean absolute error 0.1186
Root mean squared error 0.2489
Relative absolute error 27.1621 %
Root relative squared error 53.2603 %
Total Number of Instances 5820
=== Detailed Accuracy By Class ===

TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure ROC Area Class
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Weighted Avg. 0.916 0.121 0.916 0.916 0.916 0.964

=== Confusion Matrix ===

a

3747 198 | a = Basarili
290

0.95 0.155 0.928 0.95 0.939 0.964 Basarili
0.845 0.05 0.889 0.845 0.867 0.964 Basarisz

b <-- classified as

85 | b = Basarisz

Tablo 5’te yer alan lojistik regresyon analiz sonuglarinda bulunan {istiinliik (Odds) oranlar1

incelendiginde;

Ogretim tyeleri bakimindan yapilan degerlendirmede, 2 numarali 6gretim iiyesinin
istlinliik oran1 1’den biiyiik ¢ikmustir. Yani dersin bu 6gretim iiyesi tarafindan verilmesi
dersin basarili olma/verilme olasiligin1 1,876 kat arttiracaktir. Ayni1 degisken (2.
Ogretim iiyesi) diger modelde de 6grencilerin ders basarisini olumlu yonde etkilemistir.
Diger 6gretim iiyelerinin istiinliikk oranlar1 1’den kiigiik ¢ikmistir. Bunun anlami
derslerin bu iki Ogretim {yesi tarafindan verilmesi halinde derslerin bagarili
olma/verilme olasilig1 sirasiyla 0,8517 ve 0,9442 kat azalacaktir.

Dersler i¢in yapilan degerlendirmede ise 1,4,6,7,8,9 ve 11 no’lu derslerin iistiinliik
oranlar1 1’den biiyliktiir. Yani bu derslerin se¢ilmesi genel olarak egitim kurumunda
derslerin basaril1 verilme olasiligini arttiracaktir. Ornegin 4, 9 ve 11 numaral1 derslerde
en biiyiik katsayilar elde edilmistir. Bu iistlinliik oranlar1 sirasiyla 1,8768 ve 1,7215 ve
1,4895°dir. Yani bu derslerin secilmesi ders basarili olma olasiligin1 katsayilar kadar
arttiracaktir. Ustiinliik oran1 1’den kiiciik olan 2, 3, 5, 10, 12 ve 13 no’lu derslerin
se¢ilmesi ise dersin basarili verilme/olma olasiligini azaltacaktir. 5 no’lu ders en kiigiik
iistiinliik oraniyla (0,4502) dersin basarili olmama olasiligini en ¢ok arttiran derstir.
Ders tekrar sayis1 degiskeninde katsayr 1’e yakin olmakla birlikte 1’den biiyiiktiir
(1,0045). Bu da ders basarisin1 olumlu yonde etkileyen bir degiskendir. Yani tekrar
sayisi arttik¢a dersin basarili algilanma olasilig1 da artmaktadir.

Derse katilim degiskenine ait {istlinliik oran1 1,1553 tiir. Burada da derse devam artikc¢a
ogrencilerin dersi basarili algilama olasilig1 artmaktadir. Burada da ders tekrar sayisiyla
tutarli bir sonu¢ ortaya ¢ikmistir. Yani 6grencinin derse olan ilgisi arttikca dersin
basarili verildigi algis1 da artmakta giiglenmektedir.

Faktor-2’ye ait dersin icerik, verilme sekli, dersle ilgili beklentileri tanimlayan sorulara
verilen cevaplarin ders basarisina etkisi incelendiginde; 5 ve 6. no’lu sorular disindaki

tiim sorularda iistiinliik oranlar1 1°den biiyiik ¢ikmistir. Ozellikle 8, 7 ve 3 numaralh
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sorularda en yliksek oranlar elde edilmistir. Bu oranlar sirasiyla 2,2094, 1,1245 ve
1,0783’tiir. Bu ifadeler; “8.Sinav, proje ve quizler 6grenmeye yardime1 oldu.”, “7.Ders
saha caligmasina, laboratuvar ¢aligmasi ve uygulama yapmaya uygundu.” ve “3.Ders
icin harcanan enerji donem basinda verilen kredi miktarini karsiliyordu.” seklindedir.
Bu unsurlardaki gelismeler dersin basarili verilme olasiligini “{istiinliik oranlar1” kadar
kat arttiracaktir. Ustiinliik oranlarinin 1°den kiiciik oldugu 5 ve 6 no’lu ifadeler ise,
“5.S1mav, proje ve quizler 6grenmeye yardimci oldu.” ve “6.Ders kitab1 ve ders igin
verilen diger kaynaklar yeterince giinceldi.” ifadeleridir. Yani sinav, quiz ve 6devler ve
giincellik ders basarisini etkilemeyip beklenenin aksine olasilik olarak azaltmaktadir.
Elde edilen lojistik regresyon sonuglari incelendiginde; 9 parga veri seti iizerinde
gerceklestirilen 6grenme islemi ve 1 parca lizerinde yapilan test sonrasinda yapilan tahminlerde
%91,6 oraninda basar1 saglanmistir. 5820 adet veriden 5332 tanesi dogru siniflandirilirken
yalnizca 488 tanesi yanlig siniflandirilmistir. Confusion Matrix incelendiginde de, 198 adet
verinin a yani Basarili olarak siniflandirilmast gerekirken b yani Basarisiz olarak
siniflandirildigl, ayn1 zamanda 290 adet verinin b yani Basarisiz olmasi gerekirken Basarili

olarak siniflandirildig1 goriilmiustiir.

V. SONUC

Ogrencilerin birinci tekrarda dersi basarili olarak tamamlamalarini etkileyen faktorlerin
belirlenmesinde; 1 ve 2 numarali 6gretim iiyelerinden alinan derslerin 6grencilerin basarili olma
olasiligini arttirdigi, 5, 3 ve 10 numarali derslerin basarili olma olasiligini en ¢ok arttiran dersler
oldugu, 13 numarali dersin ise basarisiz olma olasiligin1 en ¢ok arttiran yani basarili olma
olasiligini en ¢ok azaltan ders oldugu anlasiimistir. Ogrencinin derse katilimindaki artisin derste
basarili olma ihtimalini de arttirdigi gorilmiistiir. “10.Ders hakkindaki donem basindaki
beklentilerim karsilandi.”, “5. Sinifta yapilan tartismalar, 6devler, uygulamalar ve ¢aligsmalar
tatmin edici idi.” ve “1.Sinifta yapilan tartigmalar, 6devler, uygulamalar ve ¢aligmalar tatmin
edici idi.” ifadeleri basarili olma olasiligini en ¢ok arttiran ifadeler olmustur.

Dersin beklentileri karsilayacak sekilde basarili verilip verilmedigiyle ilgili yapilan analizde
ise burada da 2 numarali 6gretim iiyesinden alinan derslerin, dersin basarili olarak
degerlendirilme olasiligini arttirdigt anlasilmigtir. 4, 11 ve 9 numarali derslerin secilmesi
halinde dersin basarili algilanma olasiliginin artacagi, ancak 13 numarali dersin basarili olma
olasiligini azaltan ders oldugu ortaya ¢ikmistir. Hem ders tekrar sayisindaki artisin hem de derse

devamin, 6grencilerin dersi basarili olarak degerlendirme olasiligini arttirdig1 anlagilmastir.
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Elde edilen lojistik regresyon sonucglarina gore; 6grencilerin derse katilim igin istek
duymasi, O&grencilerin mesleki gelisimlerini arttirabilmeleri ve farkli bakis acilarn
kazanmalarinin 6grencilerin basarisin1 6lgmede daha iyi sonuglar verdigi goriilmektedir.
Ogrencilerin bu kazanmimlar elde ettiklerinde dersi de basarili olarak degerlendirdikleri tespit
edilmistir. Bu nedenle derslerin basarisini arttirmaya yonelik olarak; 6grencilere yeni bakis
acilarmin  kazandirilabilecegi  bilgilendirmeler yapilabilecegi ve farkli uygulamalar
gerceklestirilebileceginin gerekli oldugu diistiniilmektedir. Ayrica 6grencilerin derse katilimini
arttiracak faaliyetlerin gerceklestirilmesinin derse devami arttiracagi ve buna bagl olarak
dersin basarisinin da bundan olumlu yonde etkilenecegi anlagilmistir. Bunun yani sira,
ogrencilerin ders tekrar sayilarina gore dersi basarili ya da basarisiz olarak degerlendirdigi
sonucuna ulasilmistir. Yani 6grenciler eger ilk tekrarda dersi gegtilerse dersi basarili olarak
degerlendirmis ancak iki ve lizeri tekrar aldilarsa dersi basarisiz olarak degerlendirmislerdir.
Bunun yanmi sira anketin uygulanma sekli degistirilerek final sinavindan onceki son derste
uygulanmasinin 6grencinin daha objektif degerlendirme yapmasini saglayacagi kanaatine

ulagilmistir.
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EKLER

Ek-1: Arastirmada Kullanilan Anket Formu

Degisken | Aciklama Deger Icerigi
Instr Ogretim Uyesi 1,2.3
Class Ders Kodu 1-13
Repeat Ders Tekrar Sayisi 1,...
Attendance | Derse Katilim Sayisi 0,1,2,3.4
Difficulty | Zorluk Tanim 1,2,3,4,5
Q1 Donem ders icerigi, 68renme teknigi ve doénem basindaki | 1-5
degerlendirme sistemi yeterli
Q2 Donem baginda dersin amag ve hedefleri agikca belirlendi mi? 1-5
Q3 Ders i¢in harcanan enerji donem basinda verilen kredi miktarini | 1-5
karsiliyordu.
Q4 Konular sinifta ilk giin a¢iklanan miifredata gore 6gretildi. 1-5
Q5 Sinifta yapilan tartigmalar, 6devler, uygulamalar ve ¢aligmalar tatmin | 1-5
edici idi.
Q6 Ders kitab1 ve ders i¢in verilen diger kaynaklar yeterince giinceldi. 1-5
Q7 Ders saha g¢alismasina, laboratuvar ¢alismasi ve uygulama yapmaya | 1-5
uygundu.
Q8 Sinav, proje ve quizler 6grenmeye yardimci oldu. 1-5
Q9 Ders biiyiik 6l¢iide zevkliydi ve derse katilmak icin istek duydum. 1-5
Q10 Ders hakkindaki dénem basindaki beklentilerim karsilandi. 1-5
Ql1 Ders benim mesleki gelisimime katkida bulundu. 1-5
Q12 Ders benim hayata ve diinyaya bakigima yeni bir bakis acis1 kazandirdi. | 1-5
Q13 Ogretim iiyesinin bilgisi yeterli ve giinceldi. 1-5
Q14 Ogretim iiyesi derse hazirhikli geldi. 1-5
QI5 Ogretim iiyesi ders planina uygun olarak isledi. 1-5
Ql6 Ogretim iiyesi dersi yeterince anlasilir bicimde anlatti. 1-5
Q17 Ogretim iiyesi derse zamaninda geldi. 1-5
QI8 Ogretim iiyesinin konusmalarini takip etmek kolay ve anlasilirds. 1-5
Q19 Ogretim iiyesi ders saatlerini etkin bir bigimde kullandi. 1-5
Q20 Ogretim {iyesi dersi anlatti ve Ogrencilere yardimeci olmak igin | 1-5
istekliydi.
Q21 Ogretim iiyesi 6grencilere karsi olumlu bir tavir igerisindeydi. 1-5
Q22 Ogretim iiyesi 6grencilerinin dersle ilgili goriislerine kars1 acik ve | 1-5
saygiliydi.
Q23 Ogretim iiyesi derse katilimi tesvik etti. 1-5
Q24 Ogretim iiyesi dersle ilgili ev ddevi, proje verdi ve dgrencilere yardim | 1-5
etti.
Q25 Ogretim iiyesi dersle ilgili sorulara derste ve ders disinda yanit verdi. | 1-5
Q26 Ogretim iiyesinin degerlendirmesi (vize, final, quiz vb.) ders | 1-5
hedeflerini etkin bir sekilde dlgmiistiir.
Q27 Ogretim iiyesi sinav sorularinin ¢dziimlerini verip bunlar1 6grencilerle | 1-5
tartisti.
Q28 Ogretim iiyesi tiim dgrencilere objektif bir sekilde yaklast1. 1-5




