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6 Subat 2023’te Tiirkiye ve Suriye’yi etkileyen, insanlarin
hayatini kaybetmesine ve yikima yol agan depremler, bélgesel
ve kiiresel ¢apta insani yardim ve kriz yénetimi siireglerini
baslatmistir. Calismada, bu depremle ilgili X (Twitter)
platformundan toplanan 29.185 veri incelenmistir. Zaman
icerisindeki konularin degisimini ve en cok konusulan basliklari
belirlemek icin Latent Dirichlet Allocation (LDA) ve BERTopic
yéntemleri kullanilmistir. LDA, afet bélgesindeki yardim
cadrilari, bagislar ve enkaz kurtarma gibi genis kapsamli
konulari éne ¢ikarirken; BERTopic, konu detaylandirma ve
ayristirmada daha basarili sonuglar vermistir. Analizler,
konusulan konularin ézellikle ilk iki giinde yogun oldugunu,
sonraki glinlerde ise dikkatlerin farkl noktalara kaydigini
gdstermistir. Calismanin sonuglari, sosyal medya verilerinin
afet yénetiminde kritik bir bilgi kaynagi oldugunu
vurgulamakta ve yayinlara hem yéntemler arasindaki fark
hem de kriz analitigi agisindan anlamli bir katki sunmaktadir.

Anahtar Sozciikler: 6 Subat 2023 depremi, LDA, BERTopic
Abstract

The earthquakes that affected Tiirkiye and Syria on February
6, 2023, resulted in the loss of lives and widespread
destruction, triggering regional and global humanitarian aid
and crisis management processes. In this study, 29,185 data
points collected from the X (Twitter) platform related to this
earthquake were analyzed. Latent Dirichlet Allocation (LDA)
and BERTopic methods were employed to identify the
evolution of topics over time and the most frequently

Gonderme, diizeltme ve kabul tarihi: 09.02.2025 - 03.04.2025 — 22.04.2025
Makale turd: Arastirma

discussed issues. While LDA highlighted broad themes such as
calls for aid, donations, and search and rescue efforts in the
affected regions, BERTopic yielded more successful results in
detailing and differentiating topics. The analyses revealed
that discussions were particularly intense during the first two
days, with attention shifting to different issues in the
subsequent days. The findings of this study emphasize that
social media data serve as a critical source of information in
disaster management, offering a meaningful contribution to
the literature both in terms of methodological differences and
crisis analytics.

Keywords: February 6 2023 Earthquake, LDA, BERTopic

1. Giris

Depremler, tarih boyunca milyonlarca insanin yasamini
etkileyerek toplumsal, ekonomik ve cevresel agidan ciddi
krizlere neden olmustur. 6 Subat 2023'te Tirkiye ve Suriye'yi
etkileyen Kahramanmaras merkezli depremler, 50 binden
fazla insanin hayatini kaybetmesine, milyonlarca kisinin
yerinden edilmesine ve genis ¢apli bir insani krize yol agmistir.
Bu tir afetlerde, sosyal medya platformlari bilgi paylasimi,
yardim c¢agrilari ve toplumun duygusal durumunun ifade
edilmesinde 6nemli bir rol oynamaktadir. Kaynaklarda, sosyal
medya analizlerinin afet yonetimindeki potansiyelini ele alan
birgok ¢alisma bulunmaktadir. Ornegin yapilan bir calisma, 6
Subat 2023 Tirkiye depremlerinden sonraki 15 gunlik
donemde halkin sosyal medya kullanimini incelemistir.
Tirkiye’de yasayan 1698 kisiden anketle toplanan veriler,
sosyal medyanin bilgi paylasimi igin gugli bir kaynak olarak
kullanildigini  gostermistir.  Afetler baglaminda sosyal
medyanin dnemi son yillarda giderek artmakta ve kaginilmaz
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bir rol Ustlendigi gorilmektedir [1]. Ozellikle kriz
durumlarinda, sosyal medyanin haber alma kaynagi olarak
giderek daha fazla tercih edildigi goézlemlenmektedir [2].
Ayrica sosyal medyanin, kriz anlarinda midahale siireglerine
katkisi ve topluluklarin iyilesme slrecindeki etkisi,
arastirmacilarin  dikkatini ¢eken ©6nemli bir konu haline
gelmistir [3]. Depremlerin zararlarini ve yardimlari igeren
paylasimlar bazi katilimcilarda olumsuz duygular yaratirken,
sosyal medya fenomenleri ve STK'larin (Sivil Toplum
Kuruluslarinin) paylasimlari sosyal medyanin faydali oldugunu
dusindidrmastir. Calisma, kriz yonetiminde sosyal medya
kullaniminin  etkinligini  artirmak i¢in  kullanici  geri
bildirimlerinin dikkate alinmasi gerektigini vurgulamaktadir
[4].

Yasanan bir krizin ardindan olayin ciddiyetine ve buyukligine
bagl olarak toplumun bu olayl nasil degerlendirdigi sosyal
medya verilerinin analizi ile incelenebilmektedir. Bir
calismada HAARP (Yuksek Frekansli Etkin Aurora Arastirma
Programi) komplo teorisini analiz ederek, bu teorinin
sdyleminin zamanla nasil degistigini ve dikkat artisini
tetikleyen faktorleri arastirmaktadir. 2022 Ocak ile 2023 Mart
arasinda X API’si (Uygulama Programlama Arayiizl) ile HAARP
hakkinda bir milyondan fazla tweet toplanmis ve 6 Subat
2023’teki  Tirkiye-Suriye depremi Oncesi, sirasi ve
sonrasindaki tweetler Gzerinde duygu analizi yapilmistir.
Calisma, bliyiik depremlerin ardindan HAARP tartismalarinin
arttigini ve olumlu tweet duygulari ile tweet sayisinin pozitif
iliskili oldugunu bulmustur. Bu durum, sosyal medyanin
krizlerde komplo teorilerine olan inanci pekistirdigini
gostermektedir [5].

Sadece deprem Ozelinde kalmayip farkli kriz durumlan
lizerinde de sosyal medya verileri Uzerinden analizler
yapilarak bazi ¢ikarimlar elde edilmistir. Bu duruma 6rnek
olarak yapilan bir calismada Sina Weibo verilerini kullanarak
Pekin-Tianjin-Hebei bolgesindeki “23-7” asiri yagis olayini
analiz etmis ve BERTopic, BERT, NER (Named Entity
Recognition), duygu analizi ve afet zarar sozlukleri gibi
yontemleri entegre etmistir. Calismada, Weibo’daki “yardim
¢agrilar” ve “afet zararlan” gibi konular araciligiyla potansiyel
afet bolgelerinin belirlenmesi ve zararlarin degerlendirilmesi
incelenmistir. Duygu analizi ve zarar sozlikleri kullanilarak
afetlerin  psikolojik ve fiziksel etkileri nicel olarak
degerlendirilmistir. Calisma, asiri yagis kosullarina duyarhhgi
gostererek belediye diizeyinde zararlari analiz etmis ve afet
zararlarinin hizh bir sekilde degerlendirilmesi icin etkili bir
yontem sunmustur. Geleneksel afet verilerinin yerini
tamamen alamasa da Sina Weibo verilerinin afet olaylarini
hizli tanimlama ve raporlama agisindan benzersiz bir deger
tasidigi vurgulanmistir [6].

Sosyal medya, yalnizca dogal afetler degil, toplumsal olarak
o6nemli goriilen her konuda bilgi paylasiminin yani sira, halkin
duygusal tepkilerini anlamak ve toplumda konusulan
konularin degisimini analiz etmek igin de etkili bir aragtir.
Ornegin yapilan bir calismada Birlesik Krallik'taki ana akim
medyadan elde edilen sosyal medya verileri kullanilarak,
plastikler hakkindaki kamuoyu algilari analiz edilmistir. LDA
tabanli gozetimsiz makine 6grenimi modeli ve bir sozliik
yontemi, yorumlarin duygusunu degerlendirmek icin

uygulanmistir. Calisma, plastiklerle ilgili 6 birinci dizey ve 13
ikinci diizey konu kategorisi belirlemistir. Sonuglar, halkin
plastik Grinlere yonelik tutumunun genel olarak istikrarh
oldugunu ve duygularin zamansal ve mekansal dagiliminin,
konularin  sikhigiyla yiiksek oranda iliskili oldugunu
gostermektedir [7].

Yapilan calismalar, kullanilan yontemlerin sadece tek tiir kriz
odakli ve tek bir amaca hizmet eden ¢alismalar olmadigini;
ayni zamanda ¢ok dilli veri kiimelerinde de basarili oldugunu
gostermektedir. Bu calismalar, kriz donemlerinde ¢ok dilli
konu dinamiklerini ve iletisim trendlerini ¢6ziimlemek icin
yenilik¢i bir yontem sunmaktadir. Tunus sosyal aglarindaki
pandemi, spor ve siyasetle ilgili diyaloglar analiz edilmis, cok
dilli bir veri kiimesi toplanarak islenmistir. Dil farkhliklarini ele
almak icin No-English-to-English Makine Cevirisi yontemi
kullanilmistir. LDA ve HDP (Hierarchical Dirichlet Process)
modelleriyle onemli konular cikariimis, ARIMA
(AutoRegressive Integrated Moving Average) zaman serisi
analiziyle konu trendleri incelenmistir. Bu yéntem, kamuoyu
duygularini yansitan anahtar konulari basariyla belirlemis ve
uyum puani gibi metriklerle standart yaklagimlardan daha iyi
performans gostermistir. Ayrica, tartismalardaki konusal
degisimler ve trendler dogru bir sekilde tespit edilmistir [8].

Bu calisma, konu belirlemeye yonelik arastirmalara bir katki
olarak, X verileri izerinden felaket etkilerini hizli bir sekilde
tespit etmeye yonelik bir ¢erceve sunmaktadir. Anahtar
sozclik ve konum filtreleme gibi yontemlerle X verileri
islenmis ve BERT teknigi kullanilarak felaket bolgelerinden
gelen tweetler kategorize edilmistir. Analiz, toplam 376 konu
belirlemis, bunlarin 196'sinin felaket etkileriyle dogrudan
iliskili oldugunu gostermistir. Bu etkiler arasinda elektrik
kesintileri, yol kapanmalari, su basan yollar ve altyapi
hasarlari gibi unsurlar yer almaktadir. Calisma, acil durum
yonetimi icin degerli bilgiler saglayacak bir y&ntem
sunmaktadir [9].

Sonug¢ olarak, yayinlarda sosyal medya verilerinin afet
ybnetimi, bilgi paylasimi ve toplumun duygusal tepkilerini
anlamada 6nemli bir rol oynadigi agik¢a goriilmektedir. Hem
geleneksel yontemler olan LDA gibi modellerin hem de
BERTopic gibi modern tekniklerin farkh kriz durumlarinda
etkili sonuglar verdigi kanitlanmistir. Bu baglamda, 6 Subat
2023 depremleri Uzerine yapilan analizler, sosyal medya
platformlarinin kriz yonetiminde nasil kullanilabilecegini
anlamak igin kritik bir zemin olusturmaktadir. Bu galismanin
amaci, 6 Subat 2023 tarihinde meydana gelen depremin
ardindan sosyal medyada tartisilan konularin, sonraki bes
gunlik surecteki degisimini analiz etmektir. Analizlerde, konu
modelleme yontemlerinden BERTopic ve LDA kullanilarak,
kriz donemlerinde toplumsal ilgi ve odaklanmanin konusal
olarak nasil degistigi incelenmistir. Calismanin bir diger
onemli hedefi, bu iki yo6ntemin benzer amaglarla
kullanilmalarina ragmen, farkh algoritmik yaklasimlar ve
modelleme siireglerinden kaynaklanan sonug farkliliklarini
ortaya koymaktir. Gorsellestirmeler araciligiyla, her iki
yontemin  drettigi  konu  dagilimlarindaki  farkhliklar
kargilastinlmis ve bu farklarin kriz konulu veri analizi
baglamindaki etkileri tartisilmistir. Bu kapsamda, g¢alismanin
hem kriz dénemlerinde iletisim dinamiklerini anlamaya hem
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de yontemler arasi farklarin pratik kullanim sonuglarini
degerlendirmeye 6nemli katkilar sunmasi amaglanmaktadir.

Bu galismanin 2. Bolimi’nde kullanilan veriye ve 6n isleme ait
bilgiye, 3. bélimde kullanilan yénteme, 4. ve 5. Bolumlerde
siraslyla yapilan deneylere ve performans sonuglarina yer
verilmistir.

2. Veri Kiimesi ve On isleme
2.1. Veri Kiimesi

Bu calismada, Turkiye’de 6 Subat 2023 tarihinde meydana
gelen depremle ilgili sosyal medya verilerini iceren hazir bir
veri kiimesi kullanilmistir [10]. Veri kimesi, deprem
sonrasindaki bes glin boyunca toplanan ve her biri bir gline ait
verilerden olusan toplam bes CSV (Comma-Separated Values
— Virgllle Ayrilmis Degerler) dosyasini igermektedir.
Calismada bu bes dosya birlestirilerek toplamda 29.185
ingilizce metinden olusan bir veri kiimesi elde edilmistir. Veri
kiimesinde, metin uzunluklari incelenmis ve en uzun metnin
56 sozclkten olustugu, ortalama sozcilik sayisinin ise 19,47
oldugu belirlenmistir. Ayrica, deprem sonrasi sosyal medya
etkilesimlerini yansitan bu metinlerde en sik gecen sézcikler
analiz edilmistir. Bu analizde, "turkey" (10.145 kez),
"earthquake" (7.491 kez) ve "people" (5.360 kez) gibi
ifadelerin one ¢iktigl gorilmustir. Sekil-1'de en sik gegen 10
s6zcugun sikligr (frekansi) gorsellestirilirken, Sekil 2'de ise bu
sozcuklere iligkin bir sézciik bulutu sunulmustur.

En Sik Gegen 10 Kelime
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Sekil-1. Veri setinden sik gegen 10 sozclk ve sikliklar
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Sekil-2. Veri setine ait sozciik bulutu
2.2. On isleme
Calismada kullanilan veri kimesi (zerinde, metinlerin

modelleme ve analiz i¢in uygun hale getirilmesi amaciyla bir
dizi 6n isleme adimi gergeklestirilmistir. ilk olarak,

metinlerdeki URL'ler ve web adresleri temizlenmis; ardindan,
metinlerde bulunan mentionlar (@kullaniciadi) ve hashtag
isaretleri (#) kaldinlmistir. Daha sonra, yalnizca harflerden
olusmayan karakterler, noktalama isaretleri ve sayilar
metinlerden ¢ikariimigtir. Bu islemlerin ardindan, metinlerin
tamami kiiglik harfe gevrilmis ve dogal dil isleme siirecinde
gereksiz olan durdurma soézciikleri (6rnegin "and", "the", "is")
metinlerden arindirilmistir.  Ayrica, metinlerde anlam
tasimayan tek harfli sozclkler temizlenmis ve fazladan
olusabilecek bosluklar dizeltilmistir. Bu 6n islemler
sonucunda, metinler hem istatistiksel analiz hem de konu
modelleme yontemleri igin daha verimli ve temiz bir formata
donistlrtlmastiir. Bu adimlar, veri kiimesindeki giriltiyi
azaltarak model sonuglarinin dogrulugunu ve givenilirligini
artirmayi hedeflemistir. Sekil-3'te, metinler temizlenmeden
Once ve sonra en sik gegen sozciiklerin sikliklarindaki degisim
karsilastirmali olarak sunulmustur.

Temizlenmeden Once ve Sonra Kelime Frekansi Kargilagtirmas
Temizlenmeden Once

Temizlendikten Sonra
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PO R L PR
& & @" & & &

Kelime
Sekil-3. On islem &ncesi ve sonrasi sdzciiklerin siklik dagilimi
Segilen 6n isleme adimlarinin uygulanmasinin ardindan veri
kiimesindeki degisimler Sekil-4’te gorsel olarak; Cizelge-1'de

ise sayisal olarak ifade edilmistir.

Cizelge-1: On isleme Siirecinin Verilere Etkisi

Bzellik 9n Isk?m On Iglem
Oncesi Sonrasi
Toplam Farkli S6zciik Sayisi 50.382 23.197

En Uzun Metin Uzunlugu 56 35

Ortalama Sozcik Sayisi 19,47 10,77
Toplam Veri Sayisi 29.185 29.185
Toplam Sozciik Sayisi 568.245 314.191

3. Yontem

Calismanin bu kisminda segilen ve 6n islem sirecleri ile
deneysel islemlere hazirlana veri kiimesi ile hangi yontemlerin
izlendigi ve bu yontemlerin neden uygulandigiile ilgili ayrintih
bilgiler verilmektedir. Sekil 4’te, konu modelleme siirecinde
kullanilan adimlar ve LDA ile BERTopic yontemlerinin nasil
karsilastinldigi gorsellestirilmistir.
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On igleme

On analiz (konu sayisi ve
coherence)

LDA ile konu
belirleme

BERTopic ile konu
belirleme

Konu analizi

Model analizi

Sekil-4. Calismanin akis diyagrami
3.1. Coherence ile En iyi Konu Sayisi Se¢imi

Bu asamada, LDA modeli icin en uygun konu sayisini
belirlemek amaciyla coherence sonuglari hesaplanmistir.
Coherence sonucu, modelin olusturdugu konularin
tutarhhgini ve anlamhhgini 6lgen bir olgudir. Bu olgl, bir
modelin gercek diinyadaki konusal yapiyi ne kadar iyi
yansittigint  anlamak icin kritik bir rol oynamaktadir.
Coherence sonuglarinin yiiksek olmasi, modelin (rettigi
konularin daha anlamli ve ayristirilabilir oldugunu gosterir.

Oncelikle, Gensim kiitiiphanesi ile veri kiimesindeki metinler
lokmalarina (token) ayrilmistir ve bir s6zlik nesnesiile derlem
olusturulmustur. Bu islem sirasinda, analizde girilti
yaratabilecek ¢ok nadir ve gok sik gegen sdzcukler filtrelenmis
ve vyalnizca anlamli sozcikler analize dahil edilmistir.
Ardindan, farkh konu sayilari (2’den 20’ye kadar) igin LDA
modelleri egitilmis ve her bir modelin coherence sonucu
hesaplanmistir. Optimal konu sayisini belirlemek icin, her bir
modelin  coherence  sonucu bir grafik Uzerinde
gorsellestirilmis ve en yiiksek sonug veren konu sayisi optimal
olarak secilmistir.

3.2. LDA ile Konu Modelleme

LDA modeli, 6n isleme sonrasi elde edilen temiz metinler
Gzerinde galistirilmis ve belirlenen optimal konu sayisina gore
egitilmistir. Gensim kitlphanesi ile egitilen LDA modeli, her
bir metni belirlenen konular arasinda dagitacak sekilde
tasarlanmistir.  Model, metinlerdeki sodzciik dagilimina
dayanarak her bir metin icin en olasi konuyu belirlemis ve
genel konu dagilimlarini gikarmistir. Model ¢iktilari arasinda,
her bir konunun temsil ettigi en sik kullanilan sézcikler de
bulunmaktadir. Bu sozclkler, her konunun konusal icerigini
anlamak ve sonuglari yorumlamak icin kullanilmistir. Ayrica,
glnlik bazda konu dagilimlari ¢ikarilarak, deprem sonrasi
sosyal medya etkilesimlerindeki konusal degisimler analiz

edilmistir. Sonuglar, bir cizgi grafigi ile gorsellestirilmis ve her
bir glintin hangi konulara odaklandigi ortaya konmustur.

3.3. BERTopic ile Konu Modelleme

Bu asamada, konulari belirlemek icin BERTopic modeli
kullanilmigtir.  BERTopic, LDA modelinden farkh olarak,
metinlerin anlamini ve baglamini yakalamak i¢in derin
O0grenmeye dayali sozciik yerlestirme (word embedding)
tekniklerini kullanir. Model, metinleri daha derin anlam
iliskilerine gore gruplandirarak konulari  belirlemistir.
BERTopic modeli egitildikten sonra, her bir metin belirlenen
konular arasinda siniflandirilmis ve konu basliklari, model
tarafindan otomatik olarak atanmistir. Ayrica, giinliik bazda
konu dagihmlar gikarilmis ve gorsellestirilmistir. BERTopic’in
sundugu konu dinamikleri ve anahtar sézcukler bir ¢izgi grafigi
Uzerinde gosterilmis, her bir glin icin 6ne ¢ikan konular detayli
bir sekilde analiz edilmistir.

4. Bulgular

Bu calismada, LDA modeli icin en uygun konu sayisini
belirlemek amaciyla farkli konu sayilarinda (2’den 20’ye
kadar) coherence sonuglari hesaplanmistir. Yapilan analizler
sonucunda, en yiksek coherence sonucuna sahip olan model,
konu sayisi 6 oldugunda elde edilmistir (Coherence Sonucu:
0,5373). Bu sonug, 6 konunun veri kiimesindeki konusal
dagihmi en iyi sekilde temsil ettigini gostermektedir.
Word2Vec modeli, sozcikler arasindaki baglamsal iliskileri
modelleyerek LDA’nin Urettigi konularin tutarliigini artirmada
onemli bir rol oynamistir. Word2Vec ile elde edilen so6zcik
yerlestirmeleri, benzer anlamdaki sozcikleri ayni vektor
alaninda gruplandirarak LDA'nin  daha anlamh ve
yorumlanabilir konular {retmesine katki saglamistir. Bu
yaklasim sayesinde, LDA modelinin coherence sonucu
artirilmis ve elde edilen konular, kriz sonrasi sosyal medya
etkilesimlerini daha dogru bir sekilde analiz etmek icin uygun
bir yapt sunmustur. Sekil 5te, Word2Vec modeli ile
olusturulan soézcik yerlestirmelerinin iki boyutlu uzaydaki
dagihmi gorsellestirilmis; Sekil 6’da ise farklh konu sayilari igin
hesaplanan coherence sonuglari sunularak en uygun konu
sayisinin belirlenme siireci gosterilmistir.

Kelime Gémme Gorsellestirme (Word2vec)
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Sekil-5. Sozciik Yerlestirme Gorsellestirmesi- Word2Vec
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Konu Sayisina Gore Coherence Skoru

Coherence Skoru

9 10 11 12 13 14 15 16 17 18 19 20
Konu Sayisi (num_topics)

2 3 4 5 6 71 8

Sekil-6. Konu Sayisina Gére Coherence Sonucu

Sekil 7'de, 6-10 Subat 2023 tarihleri arasindaki sosyal medya
paylasimlarinda LDA ile belirlenen konularin glinlik dagilimini
gostermektedir. Gorselde, her bir konu, ilgili ginlerdeki
sikliklarina gore cizilmis ve bu sikliklar {izerinden kriz
surecinde hangi konularin 6ne ¢iktigi analiz edilmistir. Konu 3
("turkey", "prayers", "allah", "syria", "people", "affected") kriz
sonrasl yogun bir sekilde dikkat ceken ve dua, dayanisma gibi
konular etrafinda sekillenen mesajlarla en yiksek sikliga
ulasmistir. Ancak, bu konu, 7 Subat’tan itibaren belirgin bir
sekilde azalmis ve diger konularla paralel bir disus
gostermistir. Benzer sekilde, Konu 4 ("earthquake", "turkey",
"magnitude”, "syria", "people") depremle dogrudan iliskili
konusal bir yapiya sahiptir ve baslangicta oldukga yliksek bir
siklik sergilemistir. Ancak, bu konunun giinliik sikliklarinda da
gozle goralir bir disis yasanmis, sosyal medyadaki ilginin
zamanla azaldig gozlemlenmistir. Konu 0 ve Konu 1 gibi
konular ("rescue", "rubble", "aid", "disaster") ise yardim
cagrilari ve kurtarma calismalariyla iliskili anahtar sézcikler
barindirmaktadir. Bu konularin sikliklarinin, deprem sonrasi
ikinci ve Uglinci glinlerde arttigl, ancak ilerleyen gilinlerde
diger konularla birlikte azaldigi gorilmektedir. Bu durum,
yardim c¢alismalarinin kriz aninda daha fazla vurgulandigini
ancak zaman gectikce sosyal medya etkilesimlerinin genel
olarak azaldigini gostermektedir. Genel olarak, gorseldeki
dagihm, kriz sonrasi sosyal medya etkilesimlerinin zamanla
azaldigini ve baslangigta yogun olan duygusal tepkilerin yerini

daha rasyonel ve yardim odakl tartismalara biraktigini ortaya
koymaktadir. Bu analiz, kriz ile ilgili konularin zamanla nasil
sekillendigini anlamak i¢in 6nemli bir iggdéri sunmaktadir.

Sekil8’de ise, BERTopic yontemi kullanilarak belirlenen
konularin 6-10 Subat 2023 tarihleri arasindaki glnlik
dagihmini gostermektedir. Goérselde, her bir konu, ilgili
giinlerdeki sikliklarina goére cizilmis ve kriz sirecinde hangi
konularin 6ne ¢iktigi analiz edilmistir.

Konu 0 ("turkey", "earthquake", "syria", "people") acik ara en
yuksek sikliga sahip konudur ve deprem sonrasi sosyal
medyadaki genel konuyu temsil etmektedir. Bu konunun
sikhgi, depremle ilgili kriz ortaminin en yogun oldugu ilk
gilinlerde zirve yapmis, ancak sonraki giinlerde dizenli bir
azalma gostermistir. Bu durum, depremle ilgili sosyal medya
etkilesimlerinin zamanla azaldigini ve kriz sonrasi ilginin
diisuse gectigini isaret etmektedir.

Konu 1 ("heartbreaking", "heart", "help", "words"), duygusal
ve yardim odakli mesajlari iceren bir konudur. ilk giinlerde
gorece disuk bir sikliga sahip olmasina ragmen, sonraki
glinlerde sabit bir artis gostermis ve sosyal medya
paylasimlarinda istikrarli bir sekilde yer bulmustur. Bu durum,
deprem sonrasi dayanisma ve yardim g¢agrilarinin sosyal
medyada sirekliligini korudugunu gostermektedir. Diger
konular ise (6rnegin, Konu 3, "lakers", "mavs", "lizzo",
"adele") deprem baglaminin disinda kalan, sosyal medyada
arada sirada bahsi gegen ve depremle iliskili olmayan konulari
temsil etmektedir. Bu tir konularin sikhginin disiik olmasi,
sosyal medya etkilesimlerinin biyitk 6lcide depremle ilgili
oldugunu dogrulamaktadir.

Sonug olarak, BERTopic yontemiyle elde edilen konularin
dagihmi, sosyal medya kullanicilarinin deprem sonrasi ilk
giinlerde genel krizle ilgili iceriklere yogunlastigini, ancak bu
ilginin zamanla azaldigini ortaya koymaktadir. Ayrica,
duygusal ve yardim odakh konularin sosyal medyada daha
uzun sure gindemde kaldig gozlemlenmistir.

LDA Konularinin Gunlik Dagilimi (6-10 Subat 2023)

4000

3500

3000

2500

&

oF oF
& &
» »

e
2

—— Konu 0: turkey, rubble, death, toll, pray, earthquake, rescued, syria, hours, people

Konu 1: disaster, rescue, turkish, buildings, <ity, hatay, earthquakes, footage, time, number

—— Konu 2: help. people, donate, turkey. dont. like. need. know, earthquake. support

%
%
o

&

¥
d

o &
§ 5
° °

I
o
®

—— Konu 3: turkey, prayers, allah, syria, people, earthquake, affected, amp, brothers, protect
—— Konu 4: earthquake, turkey, magnitude, syria, people, hit, earthquakes, powerful, killed, devastating
—— Konu 5: rescue, help, turkey, amp. aid, team. teams, relief, people, india

Sekil-7. LDA Konularinin Ginliik Dagilimi
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BERTopic Konularinin Gunluk Dagilimi (6-10 Subat 2023)
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Sekil-8. BERTopic Konularinin Giinlik Dagilimi

5. Sonuglar

LDA ve BERTopic yontemleriyle elde edilen ginliik konu
dagihmlarinin analizine bakildiginda, her iki modelin sonuglari
arasinda 6nemli farkhliklar gérilmektedir. LDA modeli, sdzclik
sikliklarina ve dagilimlarina dayal istatistiksel bir yaklagim
sunar. Bu nedenle, elde edilen konular daha dengeli ve
konusal olarak ayristirilmistir. Ornegin, LDA grafiginde, belirli
gunlerde farkh konularin 6ne ¢iktigi agikca gorilmektedir.
Konu 3 gibi dua ve destek odakli konular, kriz sonrasi ilk
glnlerde yuksek bir siklik gosterirken, kurtarma ve yardim
cagrilariyla iliskilendirilen Konu 0 ve Konu 1 daha uzun bir siire
boyunca giindemde kalmistir. Bu durum, LDA’nin sosyal
medya etkilesimlerini farkli konusal yonlerden analiz etmek
icin daha ayrintili bir yapi sundugunu géstermektedir.

BERTopic modeli ise, sozclikler arasindaki baglamsal iliskileri
anlamlandirmak icin s6zclik yerlestirme yontemlerini kullanir.
Bu yaklasim, belirli bir konuyu digerlerinden daha baskin hale
getirerek daha genel bir analiz saglar. Nitekim BERTopic
grafiginde, Konu 0 ("turkey", "earthquake", "syria", "people")
depremle ilgili genel konuyu temsil eden en baskin konu
olarak acik ara 6ne ¢ikmistir. Diger konularin sikliklari ise
gorece dislik ve sabit kalmistir. BERTopic’in bu baglamsal
odakli yaklagimi, sosyal medya paylagimlarindaki genel
egilimleri ve buyuk konulari yakalamada etkili olsa da konusal
cesitliligi ve ayrismayi ikinci plana atabilir. iki yéntem
arasindaki bu farkhliklar, temel olarak kullanilan modelleme
yontemlerinden kaynaklanmaktadir. LDA modeli, s6zcuklerin
dagihmina dayall bir istatistiksel yapi sunarken, BERTopic
baglami ve anlam iliskilerini vurgulayan bir yontemdir. Ayrica,
optimal konu sayisi secimi de bu farkhliklari etkilemistir. LDA
icin coherence sonucuna dayali olarak optimal konu sayisi 6
olarak belirlenmisken, BERTopic’te kullanilan baglamsal
modelleme nedeniyle belirgin bir sekilde baskin bir konu 6ne
cikmstir.

Sonug olarak, LDA, zaman igindeki konusal degisimleri ve
detayli konulari daha ayrintili bir sekilde analiz edebilirken,
BERTopic, genel konularin 6ne c¢iktig daha baglamsal bir
analiz sunmaktadir. Bu iki yontem, kriz sonrasi sosyal medya
analizlerinde birbirini tamamlayici nitelikte kullanilabilir ve
her biri farkli boyutlari anlamada 6nemli katkilar saglayabilir.

Bununla birlikte, calismanin bazi sinirhiliklari da géz énlinde
bulundurulmalidir. Kullanilan veri kiimesi yalnizca Tirkge

paylasimlari icermekte ve belirli bir zaman araligini
kapsamaktadir; bu da sonuglarin  genellenebilirligini
sinirlayabilir.  Diger taraftan veriler sadece deprem

bolgesindeki insanlarin paylasimlari ile sinirli degildir; bu
durum ozellikle deprem bdlgesi icin degerlendirme yapmak
icin uygun degildir. Ayrica, yalnizca iki konu modelleme
yontemi kullanilmis olup, diger yontemlerle karsilastirma
yapilmamistir. Gelecek ¢alismalar, ¢ok dilli ve konuma bagl
veri kiimeleriyle benzer analizlerin yuritulmesi, farkli konu
modelleme tekniklerinin kargilastirimasi ve zamana bagli

duygu degisimlerinin entegre edilmesi gibi yonlerde
genisletilebilir. Bu tir calismalar, afet iletisimi ve sosyal
medya analizleri konusunda daha kapsamh icgoriler
sunabilir.
Tesekkiir

Hakemlere degerli goriisler ve 6nerilerinden dolay tesekkir
ederiz.
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