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Oz

Yeni medya, bilgiye hizli erisim ve genis kitlelere aninda
ulasim imkani1 sunarak iletisim alaninda kokli degisimlere
yol acmaktadir. Ancak bu doniigim, ayni zamanda
dezenformasyonun yayilmasini kolaylastirarak sahte haberlerin
artmasma neden olmustur. Sahte haberlerin tespiti icin
gelistirilen yontemler arasinda, makine 6grenmesi algoritmalar1
one ¢ikmaktadir. Bu ¢alismada, sahte haber tespitinde makine
ogrenmesi tekniklerinin etkinligi incelenmistir. Calismada,
Kaggle platformunda yer alan "Fake and Real News Dataset"
veri seti kullanilarak lojistik regresyon modeli ile bir
simiflandirma gergeklestirilmistir. Haber metinleri, TF-IDF
yontemiyle vektorlestirilmis ve modelin egitimi bu 6zellikler
tizerinden yapilmistir. Modelin basaris1 dogruluk, kesinlik,
duyarlilik ve Fl-skoru gibi degerlendirme metrikleriyle
Olciilmiistlir. Elde edilen bulgular, lojistik regresyonun sahte
haberleri tespit etmede yiiksek performans gosterdigini
ortaya koymaktadir. Calisma, dijital medya ekosisteminde
sahte haberlerin tespitinde veri odakli yaklagimlarin énemini
vurgulamakta ve medya okuryazarliginin artirilmasina yonelik
Oneriler sunmaktadir.
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Abstract

New media has brought fundamental changes to the field of
communication by providing rapid access to information and
enabling instant reach to large audiences. However, this trans-
formation has also facilitated the spread of disinformation,
leading to an increase in fake news. Among the methods de-
veloped for detecting fake news, machine learning algorithms
stand out. This study examines the effectiveness of machine
learning techniques in detecting fake news. A classification
was performed using a logistic regression model on the Fake
and Real News Dataset available on the Kaggle platform. The
news texts were vectorized using the TF-IDF method, and the
model was trained based on these features. The performance of
the model was evaluated using accuracy, precision, recall, and
F1-score metrics. The findings indicate that logistic regression
demonstrates high performance in detecting fake news. This
study highlights the importance of data-driven approaches in
identifying fake news within the digital media ecosystem and
offers recommendations for enhancing media literacy.
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Giris

20. ylizyilin son birka¢ on yilinda, basin, radyo ve televizyon gibi geleneksel kitle iletisim araglarina,
kendine 6zgii 6zelliklere sahip yeni medya ve iletisim aracglar1 eklenmistir. Riva’ya goére yeni medya, ortak
bir terim olarak, kiiresel 6l¢ekte yayilmis olup toplumsal iletisimde giderek daha biiytik bir rol iistlenmekte
ve benzeri goriilmemis bir gelisim gostermektedir (Levak, 2021). Giiniimiizde bile yeni medya ile
“geleneksel medya” arasindaki anlam, kapsam ve igerik agisindan kesin sinirlar ¢izmek zordur; 6zellikle
de bazi temel Ozellikler bakimindan bu ayrimi yapmak giigtiir (Levak, 2021). Yeni medya, internet
devriminin ardindan ortaya ¢ikan genis bir dijital iletisim platformlar1 ve teknolojileri yelpazesini kapsar.
Bu terim genellikle, kullanic1 tarafindan olusturulan igerige, sosyal aglara ve gercek zamanl iletisime
olanak taniyan etkilesimli medya bicimlerini ifade eder. Yeni medyanin tanimlar1 disiplinler arasinda
farklilik gosterse de genellikle sosyal medya, bloglar, podcast'ler ve ¢evrim i¢i video platformlart gibi
unsurlart igerir. Yeni medya genellikle, {ireticilerden tiiketicilere tek yonlii iletisim ile karakterize edilen
geleneksel medyanin karsiti olarak tanimlanir. Bu doniisiim, bireyleri yalnizca igerik tliketicisinden aktif
birer iireticiye doniistiirerek iletisim siireclerinin yoniinii kokli bigimde degistirmistir. Ayrica, bilgi tiretimi
ve dolagimi {izerindeki merkezi kontroliin zayiflamasi, medya okuryazarligini her zamankinden daha
onemli hale getirmistir.

Ekawati'ye gore yeni medya, Ozellikle egitim baglaminda, kullanicilarin igerik olusturma ve yayma
stireclerine aktif olarak katilmasina olanak taniyan iki yonlii bir etkilesimi kolaylastirir (2022). Bu
etkilesim, yeni medyanin temel 6zelliklerinden biri olup kullanicilarin geleneksel medya formatlarinda
miimkiin olmayan gekillerde igerikle etkilesim kurmasini saglar. Yeni medyanin dinamik yapisi, bilginin
hizla yayilmasina ve ¢evrim i¢i topluluklarin olugsmasina imkan taniyarak, kamu sdylemini ve bireysel
davraniglart 6nemli Olglide etkileyebilir. Yeni medyanin yiikselisi, Ozellikle influencer pazarlamasi
araciligiyla, pazarlama stratejilerini de koklii bir sekilde doniistiirmiistiir. Laszkiewicz, markalarin sosyal
medya fenomenlerinden faydalanarak goriintirliiklerini artirdigini ve hedef kitleleriyle etkilesimi
giiclendirdigini tartismaktadir (2022). Bu baglamda, yeni medya yalnizca bilgi liretiminde degil, tiiketim
aliskanliklarinin bicimlenmesinde de belirleyici bir giic haline gelmistir. Kullanicilarin aktif katilimi,
markalar, kurumlar ve bireyler arasinda c¢ok katmanli bir iletisim ekosisteminin olusmasina zemin
hazirlamistir.

Bu degisim, tiiketici gliveninin geleneksel reklamlardan ziyade akran tavsiyelerine yonelmesi seklindeki
daha genis bir egilimi yansitmaktadir. Literatiir, sosyal medya platformlarinin markalara daha
kisisellestirilmis ve etkilesimli pazarlama kampanyalar1 olugturma firsati sundugunu ve bunun da daha
yiiksek tiiketici katilimi ve marka sadakati sagladigini gostermektedir (Ersoy, 2021). Ayrica,
gerceklestirilen aragtirmada, sosyal medyanin 6zellikle gelismekte olan pazarlarda igletmeler igin yeni ag
olusturma firsatlar1 sundugunu ve girisimcilik ortamini yeniden sekillendirdigini ortaya koymaktadir
(Francesca et al., 2017). Yeni medyanin ortaya ¢ikisi, iletisim alanini, 6zellikle gazetecilik ve bilgi yayilimi
alanlarin1 koklii bir sekilde doniistiirmiistiir. Dijital teknolojilere dayanan yeni medya, aninda erisim,
etkilesim ve ¢esitli formatlar sunarak geleneksel medya paradigmalarini zorlamaktadir. Guo'nun belirttigi
gibi, yeni medya teknolojilerinin haber iletisimi endiistrisine entegrasyonu, profesyonellerin uyum
saglamas1 ve yenilik yapmasi icin elzemdir; boylece haber yayiliminin etkinligi artirilabilir (2021). Bu
goriisii Tan da paylasmaktadir; Tan, mikrobloglar ve ¢evrim i¢i video gibi yeni medya platformlarinin
iletisimin sosyoekonomik kaliplarin1 6nemli dl¢giide degistirdigini vurgulamaktadir. Bu doniisiim, medya
ile kitleler arasinda daha dinamik bir etkilesime olanak tanimaktadir (Tan, 2015). Ayrica, yeni ve geleneksel
medyanin birlesimi, igerik liretimi ve dagitimmin yeniden tanimlanmasina yol agmistir. Yeni medya,
1960'ardaki ilk kavramsallastirilmasindan bu yana evrilerek cesitli dijital iletisim bigimlerini entegre eden
giiclii bir platform haline gelmis ve bdylece medya manzarasini yeniden sekillendirmistir (Zhou, 2014). Bu
birlesim, haberlerin daha kisisellestirilmis ve ¢esitlendirilmis bir sekilde sunulmasini kolaylagtirmaktadir.
Yang, bunun, medya kuruluslarmin farkli kitlelerin tercihlerine hitap etmesine olanak tanirken aym
zamanda haber iletiminde hiz ve verimliligi artirdigin1 vurgulamaktadir (2024). Ancak, bu degisim bazi
zorluklar1 da beraberinde getirmektedir. Geleneksel ve yeni medyanin birlesimi, 6zellikle kullanici
tarafindan olusturulan igerikler baglaminda, otantiklik ve gilivenilirlik konularinda soru isaretleri
dogurmaktadir (Chao-Chen, 2013). Dolayisiyla, yeni medya teknolojilerinin sundugu hiz ve erigim
olanaklari, bilgi dogrulugu, etik sorumluluk ve dogrulama mekanizmalarinin yeniden degerlendirilmesini
zorunlu kilmaktadir. Dijital ortamlarda bilgi liretimi ve dolagimi1 giderek ticarilesirken, yanlis veya yaniltici
iceriklerin yayilimi da hizlanmakta, bu durum ise medya profesyonelleri i¢in yeni dogrulama standartlarinin
gelistirilmesini gerektirmektedir. Ayrica, yapay zeka destekli algoritmalarin igerik 6nerme siire¢lerine dahil
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edilmesi, kullanicilarin bilgiye erisim bi¢imini sekillendirirken filtre balonlar1 ve yanki odalar1 gibi
olgularin etkisini artirmaktadir. Bu baglamda yeni medya, yalnizca iletisim bigimlerini degil, bireylerin
gerceklik algisint da doniistiiren ¢ok katmanli bir sistem haline gelmistir. Sonug olarak, dijital ¢cagin
sundugu olanaklarla birlikte, medya okuryazarligi, etik farkindalik ve elestirel diisiinme becerilerinin
giiclendirilmesi, iletisim alaninda siirdiirtilebilir bir denge kurmak i¢in temel bir gereklilik olarak ortaya
cikmaktadir.

Yeni medyada gorsel unsurlarin rolii géz ardi edilemez. D1, 6zellikle video araciligiyla gergeklesen gorsel
iletisimin, yeni medya ortaminda kitleleri etkilemek ve onlarla etkilesim kurmak i¢in hayati bir 6neme sahip
oldugunu vurgulamaktadir (2024). Bu durum 6zellikle sosyal medya baglaminda biiyiik 6nem tasimaktadir;
zira igerigin hizla tiiketildigi bu ortamda, dikkat ¢ekmek i¢in gorsel acidan etkileyici formatlara ihtiyag
duyulmaktadir. Yeni medyanin kamu algisim1 ve marka kimligini sekillendirmedeki etkinligi, sirketlerin
iletisim stratejilerini, sosyal medya platformlarinin benzersiz Ozelliklerinden yararlanacak sekilde
uyarlamalar1 gerektigini gosteren arastirmalarla da desteklenmektedir (Zhou, 2023). Yeni medyanin
sundugu avantajlara ragmen, yanlis bilgilendirme ve yanki odalari olusumu gibi 6nemli endiseler de
bulunmaktadir. Bu konularin 06zellikle yeni medya ortaminda giderek daha kritik héle geldigi
vurgulanmaktadir (Zhang, 2024). Bu karmasikliklarla basa ¢ikabilmek i¢in medya okuryazarligi hayati bir
oneme sahiptir; bu sayede kitleler, karsilastiklar1 bilgileri elestirel bir sekilde degerlendirebilir. Ayrica, yeni
medyanin geleneksel haber uygulamalarina entegrasyonu, gazetecilerin degisen rolii hakkinda tartigmalari
da beraberinde getirmistir. Artik gazeteciler, izleyici katiliminin hem bir gereklilik hem de gazetecilik etigi
acisindan potansiyel bir tehdit olusturdugu bir ortamda yollarini1 bulmak zorundadir (Carlsson ve Nilsson,
2015). Bu ¢alisma, makine 6grenmesi yontemleri kullanarak sahte haberleri tespit etmeyi amaglamakta ve
yeni medya ortaminda dezenformasyonun yayilma dinamiklerini analiz etmektedir. Arastirma, dijital gagda
bilgi tiretimi ile dogruluk arasindaki kirilgan dengeyi yeniden diistinmeyi hedeflemektedir. Gorsel
yogunlugun hakim oldugu bir medya ekosisteminde, yapay zeka destekli analiz araglarinin yalnizca teknik
bir yenilik degil, aym1 zamanda toplumsal farkindalik yaratma araci olarak islev gorebilecegi
varsayllmaktadir. Boylelikle, caligmanin sonuglar1 hem iletisim bilimi hem de dijital etik alanlarina katki
sunmay1 amaglamaktadir.

Bu calisma, yeni medyanin sundugu hizli bilgi dolasimi olanaklariyla birlikte artan dezenformasyon
sorununa odaklanarak sahte haberlerin tespitinde makine 6grenmesi yontemlerinin iletisimsel bir ¢cercevede
nasil degerlendirilebilecegini incelemektedir. Yeni medyanin, demokratik katilimi giliglendiren ancak ayn
zamanda bilgi kirliligini hizla yayginlastiran yapisi, bu ¢aligmay1 hem teorik hem de pratik acidan 6nemli
kilmaktadir. Calismanin temel amaci, dijital medya ortaminda sahte haberlerin tespiti i¢in gelistirilen
lojistik regresyon modelinin etkinligini degerlendirmek ve yapay zeka tabanli sistemlerin iletisim
stireclerine entegrasyonuna yonelik katkilar sunmaktir. Kuramsal olarak, arastirma yeni medya kuramu,
dezenformasyon literatiiri ve makine 6grenmesi yaklasimlarinin kesisiminden beslenmektedir. Bu
cercevede calisma, iletisim bilimi ile veri bilimi arasinda disiplinler arasi bir koprii kurarak teknolojik
gelismelerin bilgi dogrulugu iizerindeki etkilerini analiz etmeyi hedeflemektedir. Arastirmanin siirliliklar
arasinda, yalnizca metin tabanli haber verilerinin kullanilmasi ve gorsel-isitsel igeriklerin kapsam disinda
birakilmasi yer almaktadir; ayrica, modelin yalnizca Ingilizce veri setiyle test edilmesi kiiltiirel ve dilsel
genelleme giiciinii kisitlamaktadir. Caligsma, giris boliimiinde yeni medya ve dezenformasyonun kavramsal
arka plani tartismakta; yontem bdliimiinde veri seti, Python kiitiiphaneleri ve lojistik regresyon modeli
detaylandirilmakta; bulgular ve tartisma boliimiinde modelin performans metrikleri analiz edilmekte ve
sonug kisminda gelecekteki aragtirmalara yonelik 6neriler sunulmaktadir.

Calisma kapsaminda, sahte ve gergek haberlerden olusan etiketli bir veri seti kullanilarak makine 6grenmesi
modellerinden olan lojistik regresyon (logistic regression) modelinin sahte haber tespitindeki performansi
incelenmistir. Veri 6n isleme siirecinde metin madenciligi ve dogal dil isleme (NLP) teknikleri uygulanmas,
model dogrulugu degerlendirme metrikleri ile analiz edilmistir. Caligmada, lojistik regresyon modeli
kullanilmis ve modelin performansi; dogruluk (accuracy), kesinlik (precision), duyarllik (recall), F1-skoru
(F1-Score) ve ROC-AUC (Receiver Operating Characteristic- Area Under the Curve) gibi metrikler ile
degerlendirilmistir. Modelin egitim siirecinde, haber metinleri tizerinde TF-IDF (Term Frequency- Inverse
Document Frequency) vektorizasyonu uygulanarak metinlerin sayisal forma doniistiiriilmesi saglanmus,
ardindan model egitilip test edilerek sonuglar karsilagtirilmistir. Elde edilen bulgular, makine 6grenmesi
algoritmalarinin sahte haber tespiti konusunda yiiksek basari sagladigini ortaya koymaktadir. Bu ¢aligsma,
yeni medya ortaminda sahte haberlerin yayilmasini1 6nlemek i¢in makine 6grenmesi tabanl yaklagimlarin
etkinligini degerlendirerek literatiire 6nemli katkilar sunmay1 hedeflemektedir. Sahte haberlerin tespitine
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yonelik gelistirilen modellerin dogruluk oranlarinin artirilmasi, medya okuryazarliginin giiclendirilmesi ve
dezenformasyonla miicadelede yapay zeka tabanli sistemlerin kullanimi, bu alandaki arastirmalar igin
onemli bir ¢erceve sunmaktadir. Calismanin sonuclari, gelecekteki arastirmalara 11k tutarak, medya ve
iletisim bilimleri ile yapay zeka alanlarinin kesisiminde daha kapsamli analizlerin yapilmasma katki
saglamay1 amacglamaktadir.

Literatiir Taramasi

Globallesme (kiiresellesme) diinyanin tek bir mekan haline gelmesi siireci olarak tanimlanabilmektedir.
Immanuel Wallerstein gibi diisiiniirlerin kirk y1l 6ncesinde de globallesme terimini ele aldiklar
sOylenebilir. Gelecege dair diisiincelerin olusumunu tarif ederken bugiinkii durumu 6zetleyen bir kavram
olarak globallesme ge¢misinin 500 yila dayandigi goriilmektedir. Dijitallesme ise globallesme ile paralel
iletisim ve medyanin tasarim, tahayytil ve iletisim tarzini1 degistiren bir niteliktedir. Diger bir deyisle; medya
teknolojisi gelismelerinin ekseninde, globallesen elektronik medya teknolojisi birincil konuma ytikselirken
matbuatin hakim medya teknolojisi ikinci planda kalmistir (Mutlu, 2016). Medya evriminin genis kapsamli
doniigiimlerini kavramsallastirma siireci uzun zamandir akademisyenlerin iizerinde ¢alistig1 bir konu
olmustur. Bu doniisiim, iletisimin yalnizca fiziksel sinirlari agmasini degil, kiiltiirel ve biligsel sinirlarin da
yeniden tanimlanmasini beraberinde getirmistir. Dijitallesme, kiiresellesmeyi soyut bir ekonomik kavramin
Otesine tagiyarak bireylerin, kurumlarin ve toplumlarin bilgi iiretimi ve paylasimi siireglerini birbirine
bagimli hale getirmistir. Boylece, medya ekosistemi artik sadece igerik aktarimini degil, kiiltiirel anlam
tiretimini de kiiresel 6l¢ekte yeniden sekillendiren bir yapiya dontismiistiir.

Peters (2009), Terminological Potential and the Problem of New Media boliimiinde, medya tarihini
anlamlandirmada kullanilan kavramsal ¢ercevelerin gegiciligine dikkat ¢eker ve medya yeniliginin belirli
asamalardan gectigini One stirer. Joseph Schumpeter (1934), Eric Von Hippel (1990, 2005), Norbert Wiener
(1993), Everett Rogers (1995) ve Rudolph Stober (2004) gibi arastirmacilar da medya yeniligini belirleyen
etkenleri inceleyerek yeni medyanin dogasini sekillendiren faktorleri analiz etmislerdir. Peters’a gore, yeni
medya olarak adlandirilan bir¢cok platform, aslinda daha Onceki medya bi¢imlerinden tlireyerek ve
dontiserek varlik kazanmaktadir (2021). Bu baglamda, yeni ve geleneksel medyanin birlesimi {izerine
yapilan tartismalar, medya tarihinin dongiisel dogasini gz 6niinde bulundurarak ele alinmalidir. Bagka bir
deyisle, her yeni medya formu, kendinden onceki teknolojilerin mirasini tagirken ayni zamanda onlari
doniistiirerek yeniden tanimlar. Bu perspektiften bakildiginda, dijital medya yalnizca teknik bir yenilik
degil, tarihsel siirekliligin dijital ortamda aldig1 yeni bicim olarak da okunabilir. Dolayisiyla, medya
tarthindeki ilerleme, eski bigimlerin yerini tamamen almaz; aksine, onlar1 yeniden yorumlayarak cok
katmanli bir iletisim evreni olusturur. Bu yaklagim hem medya arkeolojisi hem de dijital kiiltiir caligmalari
acisindan yeni medyay1 tarihsellikten koparmadan anlamaya olanak tanir.

"Yeni medya" terimi, 20. ylizyilin ikinci yarisinda ortaya ¢ikmistir. Oxford English Dictionary, bu terimin
ilk kullanimin1 kelime ustasi, sovmen ve iletisim bilimci Marshall McLuhan’a atfetmekte ve 1960 yilinda
Journal of Economic History'de gectigini belirtmektedir. Ancak, McLuhan bu terimi, en az 1953 yili kadar
erken bir tarihte, Harold Innis {izerine yazdig1 bir Queen’s Quarterly makalesinde de kullanmistir. Bu
durum, yeni medya teorisinin kokenlerinin Kanada’ya dayandigimi iki katmanli bir bi¢imde ortaya
koymaktadir (B. Peters, 2009; C. Peters et al., 2021). Temelde, yeni medya, ag teknolojileri tarafindan
sekillendirilen ve mesajlarin kullanicilar tarafindan dijital olarak olusturulup yayildig1 bir sosyokiiltiirel
ortam olarak tanimlanabilir. Bu tanim, yeni medyanmn katilimc1 dogasini vurgulamakta ve bireylerin
merkezi bir otorite yerine kolektif bir sekilde icerik liretmesine ve etkilesimde bulunmasina olanak
tanidigini gostermektedir (Tugtekin ve Kog, 2019). Bu noktada, yeni medya yalnizca bir iletisim kanali
degil, ayn1 zamanda bilginin iiretilme, dolasima girme ve mesrulastirilma bi¢imlerini doniistliren bir
paradigma haline gelmistir. Kullanici merkezli bu yapi, klasik medya hiyerarsilerini ¢dzerek bilgi
iretiminde ¢ok sesliligi tesvik etmekte, ancak ayni zamanda dogruluk ve giivenilirlik smirlarmi da
tartismaya agmaktadir. Boylece yeni medya hem demokratik katilimin bir aract hem de dezenformasyonun
cogalabilecegi bir alan olarak ikili bir dogaya sahiptir.

Yeni medyanin dogasinda bulunan etkilesim, onu geleneksel medyadan ayiran temel unsurlardan biridir;
zira geleneksel medyada iletisim genellikle tek yonliidiir. Bu doniisiim, kullanicilarin yalnizca tiiketici
olmanin 6tesine gecerek medya ortamina aktif olarak katkida bulundugu daha demokratik bir egilimi de
beraberinde getirmektedir (Tugtekin ve Kog, 2019). Yeni medyanin evrimi, 6zellikle internetin yiikselisi
ve dijital iletisim araglarinin gelisimi ile yakindan iligkilidir. Tomin ve digerleri, yeni medyay1 bilgisayar
aglart ve dijital depolama sistemlerinin getirdigi sosyokiiltiirel degisimleri yansitan disiplinler arasi bir
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kavram olarak tanimlamaktadir (2020). Bu bakis acisi, farkli iletisim bi¢imlerinin bir araya gelmesiyle
bilginin paylasim ve tiiketim bi¢imlerinin yeniden yapilandigini vurgulamaktadir. Bennett ise yeni
medyay1, mobil telefonlar, akis hizmetleri ve Diinya Capinda Ag (World Wide Web) gibi yeni teknolojileri
kapsayan bir olgu olarak tanimlayarak bu unsurlarin bilgi yayilimmin kalitesini ve erisilebilirligini
artirdigina dikkat cekmektedir (Widyastuti, 2021). Yeni medya, bu ¢ok katmanli yapisiyla bireyler arasi
iletisimi yalnizca hizlandirmakla kalmamis, ayn1 zamanda katilimin dogasini da degistirmistir. Kullanict
merkezli liretim modelleri, medya icerigini tek yonlii bir aktarim siirecinden ¢ikarip kolektif bir anlam
ingasina doniistiirmiistiir. Boylelikle, bilgi artik yalnizca otoriteler tarafindan degil, ¢evrim igi topluluklar
araciligiyla da sekillendirilen dinamik bir yapiya biirlinmiistiir.

Bununla birlikte, yeni medya kavraminin zaman iginde degistigini gosteren calismalar da mevcuttur.
Méndez ve digerleri, dijital ve sosyal medyanin her yerde bulunur hale geldigi giiniimiiz diinyasinda "yeni
medya" teriminin bir Ol¢lide eskimeye basladigini belirtmektedir (2019). Bu goézlem, yeni medyanin
yalnizca belirli bir teknoloji kategorisi olmadigini, ayn1 zamanda degisen kiiltiirel pratikleri ve toplumsal
normlar1 da yansittigini gostermektedir. Yeni medyanin giinlik yasama entegrasyonu, iletisim
dinamiklerini kdkten doniistiirmiis ve bireylerin bu karmasik ortamda etkili bir sekilde yol alabilmesi i¢in
yeni medya okuryazarligi becerilerini gelistirmelerini zorunlu héle getirmistir (Tugtekin ve Kog, 2019).
Yeni medya, dijital teknolojilerin ve internetin sagladig1 olanaklarla birlikte, bilgi iiretimi ve dagitiminda
koklii degisiklikler meydana getirmistir. Bu ortam, kullanicilarin igerik olusturma, paylagsma ve etkilesimde
bulunma yeteneklerini artirarak iletisim dinamiklerini kokli bir sekilde degistirmistir (Guo, 2021). Yeni
medya, Web 2.0 6zellikleri sayesinde bireyler arasinda daha yliksek sosyal etkilesim diizeyleri saglamakta
ve kamu, yerel ve 0zel sektorler arasinda daha etkili iletisim kanallar1 olusturmaktadir (Carlsson ve Nilsson,
2015). Sosyal medya platformlari, bireylerin igerik tiretiminde aktif rol almasina olanak tanirken bu durum,
dezenformasyonun yayilmasmi da hizlandirmaktadir. Internetin yaygimlasmasi, web tabanli iletisim
teknolojilerini, sosyal medya platformlarini ve mobil iletisimi baglatan “yeni medya" ¢cagini baglatmistir.
Ancak giliniimiizde bu cag, “siirekli yenilenen medya” donemine evrilmistir; zira teknolojik gelismelerin
hizi, kavramsal kategorilerin bile geg¢iciligini gostermektedir. Artik “yeni medya”dan ziyade, kullanici
davraniglarint ve bilgi akismi sekillendiren “dijital ekosistemler”’den s6z etmek daha yerinde
goriinmektedir. Bu nedenle, akademik tartigmalarin yalnizca teknolojik yeniliklere degil, bu yeniliklerin
sosyal etkilerine ve etik sonuglarina da odaklanmasi gerekmektedir. Bu yaklasim, dezenformasyon,
algoritmik manipiilasyon ve veri temelli iletisim gibi ¢agdas sorunlar1 anlamada disiplinler arasi bir
perspektifin 6nemini vurgulamaktadir.

Yeni medyanin, dzellikle geng neslin hayatinda belirleyici bir rolii bulunmaktadir (Oztung, 2020). Yeni
medyanin siyasi, toplumsal ve kiiltiirel alanlardaki rolii ve etkisi de son donemde dikkat ¢eken konular
arasinda yer almaktadir. Cesitli caligmalar, yeni medya platformlariin kamuoyu olusturma, giindem
belirleme ve siyasal katilimi tesvik etme yonlerini ele almaktadir (Toker et al., 2017). Teknolojik
gelismeler, politik, ekonomik ve toplumsal yapilarda doniisiimlere neden olmustur. Bu doniistimlerin bir
sonucu olarak yeni medya ortaya ¢ikmistir (Giirdag et al., 2018). Yeni medya; kullanicit merkezli, interaktif
ve ¢ok yonlii iletisimin saglandigi, gelisen teknolojilerle sekillenmekte olan iletisim bicimidir (Sevim,
2019). Bu doniistim sadece iletisim bicimlerini degil, bireylerin diinyay1 algilama ve anlamlandirma
bigimlerini de yeniden sekillendirmektedir. Ozellikle gen¢ kusak igin yeni medya, kimlik insasinin,
aidiyetin ve toplumsal katilimin en goériiniir zemini haline gelmistir.

Yeni medya ortaminda, gorsel unsurlarin 6nemi artmaktadir. Flanagin ve Metzger, internetin ¢agdas medya
ortamindaki roliinli inceleyerek yeni iletisim teknolojilerinin, kullanicilarin iletisim ihtiyaglarini nasil
karsiladigini vurgulamaktadir (2006). Gorsel iletisim, izleyicilerin igerikle daha derin bir bag kurmasini
saglamakta ve bu da yeni medya {iriinlerinin etkisini artirmaktadir. Ancak, bu konuda daha fazla
arastirmaya ihtiyac vardir. Ayrica, yeni medya, markalarin iletisim stratejilerini yeniden sekillendirmekte
ve marka tasariminda yenilik¢i yontemlerin gelistirilmesine olanak tanimaktadir (Fraga-Lamas ve
Fernandez-Caramés, 2020). Yeni medya, ayni zamanda organizasyonel iletisimde de 6nemli bir rol
oynamaktadir. Kaplan ve Haenlein'in arastirmasi, sosyal medyanin organizasyonel iletisim iizerindeki
etkilerini incelemekte ve yeni medya araglariin etkin bir sekilde kullanilmasinin, organizasyonlarin i¢
iletisimlerini  gliglendirdigini gostermektedir (Guo, 2022). Bu durum, yeni medya kullaniminin
organizasyonel verimlilik ve etkilesim lizerindeki olumlu etkilerini ortaya koymaktadir. Dezenformasyon,
yanlis veya yaniltici bilgilerin kasith olarak yayilmasidir ve bu baglamda yeni medya, bilgi giivenilirligini
tehdit eden bir ortam yaratmaktadir. Karmila ve arkadaslari, sosyal medyanin siyasi kimlik ingasindaki
roliinii inceleyerek bu platformlarin bireylerin siyasi katilimini nasil doniistiirdiigiinii ve bunun yan sira
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dezenformasyon ve siyasi kutuplasma gibi olumsuz sonuglar1 da beraberinde getirdigini vurgulamaktadir
(2024). Bu durum, yeni medyanin ¢ift yonlii dogasin1 gozler oniline sermektedir; bir yandan demokratik
katilimi ve ifade ozgirliiglinii tesvik ederken diger yandan bilgi kirliligi ve algi yonetimi risklerini
artirmaktadir. Bu nedenle, dijital cagda medya etigi ve dogrulama mekanizmalarinin giiclendirilmesi kritik
bir gereklilik haline gelmistir.

Yeni Medya ve Dezenformasyonun Yayilmasi

Yeni medya, geleneksel medya araglarinin yerini alarak bireylerin bilgiye erisimini kolaylastirmis, ancak
ayn1 zamanda dezenformasyonun hizla yayilmasina da zemin hazirlamistir. Pew Research Center
tarafindan yapilan bir arastirma, sosyal medya kullanicilarinin %64'iniin, sosyal medya iizerinden
gordiikleri haberlerin ¢gogunun yanlis bilgi igerdigini diisiindiigiinii ortaya koymaktadir (Yamaguchi et al.,
2025). Bu durum, sosyal medya platformlarinin bilgi akisindaki roliinii sorgulatmaktadir. Yamaguchi ve
Tanihara, medya okuryazarlig ile dezenformasyon yayma davranisi arasindaki iliskiyi inceleyerek yiiksek
medya okuryazarligina sahip bireylerin yanlis bilgi yayma olasilifinin daha diisiik oldugunu gostermistir
(2023). Dezenformasyonun yayilmasinda sosyal medya algoritmalariin etkisi biiyiiktiir. Algoritmalar,
kullanicilarin ilgi alanlaria gore igerik Onerileri sunarak yanlis bilgilerin daha fazla goriiniir olmasina
neden olmaktadir. Steinfeld, sosyal medya iizerindeki dezenformasyon savasini ele alarak kullanicilarin
yanlis bilgileri yayma ve bu bilgileri diizeltme cabalarini incelemektedir (2022). Bu baglamda, sosyal
medya platformlarinin dezenformasyonla miicadele etme konusundaki yetersizlikleri elestirilmektedir.
Dolayisiyla, dijital ekosistemde dezenformasyonla miicadele yalnizca platformlara degil, bireylerin bilingli
medya kullanimina da baglhidir. Bilgi ekosisteminin siirdiiriilebilirligi i¢in medya okuryazarliginin egitim
sistemlerine entegre edilmesi ve algoritmik seffafligin artirilmasi biiyiik 6nem tagimaktadir.

Yaniltict ve yanlis bilgi ile haberlerin gesitli amaglarla, ¢cogunlukla propaganda veya manipiilasyon
amaciyla tasarlanmasi, {iretilmesi ve yayilmasi, insan iletisimi kadar eski bir olgudur. Bunun kokleri ve
baslangiclari, genellikle kasith olarak olusturulmus ve kamusal alanda dolasima sokulmus yanlis veya
hatali bilgi ve haberlerin agirlikli olarak sozlii olarak yayildigi antik caglara kadar uzanmaktadir.
Burkhardt’in (2017) belirttigi gibi, insanlar gii¢ odakli gruplar halinde var olduklarindan beri sdylentiler ve
uydurma hikayeler de var olmustur. Ilk dénemlerde yeni bilgiler genellikle kisiden kisiye szlii olarak
aktariliyordu (Levak, 2021). O zamandan giiniimiize kadar ¢esitli kaynaklar ve yazarlar, bu tiir bilgi tiretimi
ve yayllimina dair bir¢cok 6rnek kaydetmislerdir. Bu tiir bilgiler en yaygin sekilde dezenformasyon veya
glinlimiizde popiilerlesen terimiyle "sahte haber" olarak adlandirilmaktadir. Bu fenomenin terminolojik
yonleri ve daha ayrintili agiklamalan ilerleyen boliimlerde ele alinacaktir. Ancak burada tarih boyunca
onemli veya belirleyici olarak isaretlenen bazi vakalara yer verilecektir. Burkhardt’a gore yazinin ortaya
c¢ikist binlerce yil 6ncesine dayanmakta olup tas, kil ve papiriis gibi malzemeler lizerine yazilmistir ve bu
bilgiler genellikle grup liderleri, yani imparatorlar, firavunlar, dini ve askeri liderler gibi seckin kigilerle
siirliydi (2017). Bu giig, secilmis kisgiler tarafindan ¢esitli sekillerde kullanilmis; bilgi kontrolii, etki yayma
ve belirli hedeflere ulagmak i¢in sahte haber ve yanlis bilgi liretme ve yayma amaciyla degerlendirilmistir
(Levak, 2021). Bu durum, dezenformasyonun yalnizca dijital ¢agmn bir iirlinii olmadigini, aksine tarih
boyunca iktidar iligkilerinin bir pargasi olarak bi¢imlendigini gdstermektedir. Giiniimiizde degisen yalnizca
araglar degil, bu araglarin erisim hiz1 ve etkisinin kiiresel boyutlara ulagmasidir.

Tarihte kaydedilen ilk drneklerden biri, MO 6. yiizyila kadar uzanmaktadir. Bizans tarihgisi Procopius,
"Gizli Tarih" adli eserinde Imparator Justinianus ve esi hakkinda 6liimiinden sonra yanlis bilgiler yayarak
yeni yoneticiye yaranmaya c¢alismistir. Posetti ve Matthews ise dezenformasyon, yanlis bilgi ve
propagandanin en az Roma donemine kadar uzandigimi belirtmektedir. Ornegin, MO 44 yilinda Julius
Caesar’in suikastindan sonra Octavian, rakibi Mark Antony’yi itibarsizlagtirmak amaciyla Roma
sikkelerine sahte ve yaniltic1 sloganlar bastirmistir. Bu "dezenformasyon savasi"ni kazanan Octavian,
Roma’nin ilk imparatoru Augustus olmustur (Levak, 2021). Son yillarda, dijital teknolojilerin ve 6zellikle
internet, sosyal medya ve iletisim platformlarinin yiikselisiyle birlikte dezenformasyon sorunu tehlikeli
boyutlara ulagsmistir. Ozellikle sosyal medya, bireylerin sadece kendi gériislerine uygun igeriklerle
karsilasmasini saglayarak bilgi baloncuklar1 yaratmaktadir. Bunun yani sira yeni medya ekosisteminin
icinde dezenformasyonun tespit edilmesi ve dnlenmesi i¢in medya okuryazarliginin gelistirilmesi biiyiik
bir 6nem tagimaktadir (Zhang, 2024). Bu tarihsel siireklilik, yanlis bilginin bi¢im degistirse de 6ziinde ayn1
amaca —iktidar kurma, yonlendirme ve algi yonetimi hizmet ettigini gostermektedir. Giiniimiiz dijital
ortaminda bu durum, manipiilasyonun daha goériinmez ama daha yaygin hale gelmesine yol agmaktadir.
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Yeni medya okuryazarligi, bireylerin dijital ortamda dogru bilgiye ulasabilme yeteneklerini gelistirmeleri
acisindan kritik bir 6neme sahiptir. Medya okuryazarligi, bireylerin medya igeriklerini elestirel bir bakis
acisiyla degerlendirmelerini saglamakta ve dezenformasyonla basa ¢ikabilme yeteneklerini artirmaktadir
(Soares et al., 2021). Bu baglamda, egitim kurumlarinin medya okuryazarligina yénelik programlar
gelistirmesi, geng bireylerin dezenformasyonla miicadele etme becerilerini artirmak i¢in Onemlidir.
Ozellikle geng yetiskinler arasinda yapilan aragtirmalar, medya okuryazarligi diizeyinin artirilmasinin
dezenformasyonla miicadelede etkili oldugunu gostermektedir (Su et al., 2021). Yamaguchi, yiiksek medya
okuryazarligina sahip bireylerin yanlis bilgi yayma olasiliginin daha dl'isiik oldugunu belirtmektedir (2023).
Bu nedenle, egitim politikalarinin medya okuryazarhi§ini tesvik edecek sekilde yeniden yapilandirilmasi
gerekmektedir. Ayrica, medya okuryazarligi yalnizca bir bilissel beceri degil, ayn1 zamanda dijital etik,
elestirel farkindalik ve sorumlu paylasim kiiltiiriiyle de iligkilidir. Dijital ¢agin bireyleri, bilgiyi sadece
tiikketen degil, ayn1 zamanda dogrulugunu sorgulayan ve giivenilir bilgi iiretimine katkida bulunan aktorler
haline gelmelidir. Bu doniisiimiin saglanabilmesi i¢in egitim kurumlarinin yan1 sira medya kuruluslari ve
devlet politikalarinin da ortak bir strateji gelistirmesi gerekmektedir. Boylece dezenformasyonun etkileri
yalnizca bireysel diizeyde degil, toplumsal dl¢ekte de azaltilabilir.

Kuramsal Yaklasim

Bu c¢aligma, Yeni Medya Ekolojisi Kurami ¢er¢evesinde ele alinmaktadir. Yeni Medya Ekolojisi Kurami,
dijital toplumlarin dinamiklerini inceleyen bir ¢er¢eve sunarak bilgi toplumu anlayisini gelistiren 6nemli
bir aragtirma alanidir. Bu kuram, medyanin ve teknolojinin sosyal, kiiltiirel ve ekonomik etkilesimleri nasil
sekillendirdigini analiz etmektedir. Ozellikle sosyal medya platformlarmin etkisi, yeni medya ekolojisinin
modern toplumlarin bilgi iiretim ve dagitim bigimlerine nasil doniistliricii bir katki sagladigini
gostermektedir.

Sosyal medya, bireylerin bilgiye erisim yollarin1 koklii bir sekilde degistirerek kamuoyunun olusumunda
onemli bir rol oynamaktadir. Gandini ve arkadaslarinin c¢alismasi, dijital teknolojilerin sosyoteknik
bilesenler olarak kamuoyunu sekillendirmedeki etkisini vurgularken ayni zamanda algoritmalarin bu
stirecteki belirleyici roliinii ele almaktadir (Gandini et al., 2022). Lee ve Valenzuela’nin 6nerdigi yeni
cerceve, sosyal medya ortaminda bilgi edinme ve siyasi katilim {izerindeki etkileri incelemekte, klasik
iletisim bilimleri kavramlarinin yenilik¢i bir sekilde revize edilmesi gerekliligini ortaya koymaktadir (Lee
ve Valenzuela, 2024).

Yeni medya ekolojisi, toplumun bilgi iiretim siire¢lerini demokratiklestirirken bireylere yaratici otonomi
saglamaktadir. Mehta'nin ¢alismasi, sosyal medya platformlari araciligiyla igerik olusturmanin, geleneksel
medyanin kapali aglarmin Otesine gegtigini ve yeni yaratici ifade bigimlerini miimkiin kildigini
belirtmektedir (Mehta, 2019). Bu durum, bilgi toplumunun gelisimi agisindan énemli bir doniisiim olarak
degerlendirilmektedir.

Bununla birlikte, kamu kiitiiphanelerinin yeniden yapilandirilmasi ve sosyal medya araglarinin haber
iretimindeki etkileri, bilgi toplumunun dinamiklerini daha genis bir baglamda anlamada 6nemli rol
oynamaktadir. Blewitt'in belirttigi gibi kamusal kiitiiphaneler, sosyal ve medya alanlar1 olarak sadece bilgi
kaynaklar1 degil, ayn1 zamanda toplumsal doniisiim i¢in kritik mekanlar haline gelmistir (Blewitt, 2014).
Olesen'in ¢aligmalari, yeni medya araglari ile protestolar arasinda baglantilar kurarak toplumsal elestiri ve
adalet arayiglarini ele almaktadir (Olesen, 2017, 2020). Dezenformasyonun bu dijital ekosistemde yarattiZi
tehditler géz Oniline alindiginda, iletisim bilimleri alanindaki kuramsal temellerin, dogruluk tespiti i¢in
kullanilan metodolojik yaklasimlarla desteklenmesi zorunlu hale gelmektedir.

Iste bu zorunluluk baglaminda, makine 6grenmesi yaklasimlar arasinda lojistik regresyon ve TF-IDF
(Term Frequency-Inverse Document Frequency) vektdrizasyonu, basitligi, hiz1 ve yorumlanabilirlik
avantajlar1 nedeniyle yaygin olarak kullanilan ve giivenilir bir temel model (baseline) olarak kabul edilen
bir yaklasimdir. Literatiirde, bu modelin performansini daha karmasik algoritmalarla karsilastiran
calismalar bulunmaktadir. Ornegin, Aydin et al. (2018), Twitter verileri iizerinde sahte haber tespiti i¢in
lojistik regresyon ve destek vektor makineleri (SVM) algoritmalarini karsilastirmis ve lojistik regresyonun
daha iyi sonuglar verdigini géstermistir.

Bu alandaki giincel ¢alismalardan biri olan Adeyiga et al. (2023) tarafindan yapilan arastirma ise lojistik
regresyon modelinin %97,90'lik yiiksek bir dogruluk (Accuracy) orani elde etmesiyle, klasik modellerin
dahi bu tiir metin smiflandirma gorevlerinde etkili ¢Oziimler sunabildigini kanitlamaktadir. Bizim
calismamiz da bu literatiirdeki egilimi dogrulamakta ve lojistik regresyon modelinin, karmasik derin
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ogrenme modellerine gerek kalmadan, sahte haberlerin dilsel kaliplarini yiiksek dogrulukla (%98,5) tespit
edebildigini gostererek yorumlanabilir ve hesaplama agisindan verimli bir temel ¢6ziim sunmaktadir.

Sonug olarak yeni medya ekolojisi kurami, bilgi toplumunun gelisimini destekleyen dinamikler sunarken
ayn1 zamanda elestirel bir bakis agisiyla bilgi edinme stireglerini de sorgulamaktadir. Bu siireglerin daha iyi
anlasilmasi, toplumsal katilimin artirilmasinda ve bireylerin bilgiye erisim esitsizliklerini azaltmada biiytik
onem tagimaktadir. Gelecekte, dijital teknolojilerin etkisi ve medyanin rolii, bilgi toplumu anlayisimizi
derinlestirmeye devam edecektir.

Yontem
Veri Seti

Bu ¢alismada, sahte haberlerin tespitine yonelik bir makine 6grenmesi modeli gelistirmek amaciyla Kaggle
platformunda yer alan "Fake and Real News Dataset" veri seti (URL1, 2025) kullanilmistir. Giiniimiizde
dezenformasyonun yayilmasi, 6zellikle dijital medyada dnemli bir problem haline gelmistir. Sahte haberler,
toplum {tizerinde yanlis yonlendirme ve manipiilasyon gibi ciddi sonuglara yol agmaktadir. Bu nedenle,
sahte haberleri otomatik olarak tespit eden giivenilir sistemlerin olusturulmasi biiyiik 6nem tagimaktadir.
Bu dogrultuda, ¢calismada kullanilan veri seti, ger¢ek ve sahte haberleri igeren genis bir veri kiimesi olmasi
sebebiyle uygun bulunmustur. Kullanilan veri seti, toplam 44.898 haber metninden olugmaktadir. Bu
haberlerin 23.481°1 sahte (fake), 21.417’si gercek (true) olarak etiketlenmistir. Veri seti; haber basligi (title),
haber metni (text), konu baslig1 (subject) ve tarih (date) olmak iizere dort temel degisken igermektedir.
Ancak, ¢alismanin amaci haber metinlerinin analizi ile sahte haberleri tespit etmek oldugu i¢in yalnmizca
title ve text siitunlar1 kullanilmis, subject ve date siitunlar1 veri 6n isleme asamasinda cikarilmistir.
Calismada kullanilan veri seti, etiket dengesizligi problemi igermemektedir. Genellikle sahte haber
tespitinde kullanilan veri setlerinde dengesiz veri dagilimi (data imbalance) problemi goriilebilir. Ancak,
bu veri setinde sahte ve gercek haber sayilari birbirine yakin oldugu i¢in herhangi bir asir1 6rnekleme
(oversampling) veya eksik Ornekleme (undersampling) islemi uygulanmamistir. Bununla birlikte veri
setinin, haber kaynaklarina dair dogrudan bir bilgi icermemesi, modelin yalnizca metin verisi iizerinden
ogrenmesine neden olmustur. Ancak, sahte haberlerin dil 6zelliklerinin farkli olabilecegi ve belirli kelime
kaliplarinin dezenformasyon igerikli haberlerde daha sik gegtigi géz oniine alindiginda, bu tiir modellerin
basarilt sonuglar verebilecegi 6ngoriilmektedir. Sonug olarak bu veri seti, makine 6grenmesi teknikleri ile
sahte haber tespit sistemlerinin performansini test etmek i¢in uygun bir yap1 sunmaktadir. Sahte ve gergek
haberleri igeren genis kapsamli veri kiimesi, modelin ¢esitli dil kaliplarin1 6grenmesine olanak
tanimaktadir. Bu calisma kapsaminda kullanilan veri seti, gelecekte daha biiyiikk ve dogrulanmis
kaynaklardan elde edilen veri kiimeleri ile desteklenerek modelin genelleme kapasitesinin artirilmasi i¢in
Oonemli bir temel olusturmaktadir.

Python Kiitiiphaneleri

Bu calismada, sahte haberlerin tespiti i¢in kullanilan veri analizi, metin 6n isleme, makine 0grenmesi
modeli egitimi ve degerlendirme siireglerinde cesitli Python kiitliphanelerinden yararlanilmistir. Makine
O0grenmesi projelerinde dogru kiitiiphanelerin kullanilmas: hem model dogrulugunu artirmak hem de islem
sliresini optimize etmek agisindan kritik bir 6neme sahiptir. Bu kapsamda, kullanilan kiitiiphaneler veri
isleme, dogal dil isleme, model egitimi ve degerlendirme gibi farkli asamalarda etkin bir sekilde
kullanilmistir. Veri isleme ve manipiilasyon siireglerinde Pandas ve NumPy Kkiitiiphaneleri kullanilmistir.
Pandas, veri setinin yliklenmesi, temizlenmesi, eksik verilerin kontrol edilmesi ve doniistiiriilmesi gibi
islemler i¢in kullanilmistir. NumPy ise sayisal islemleri hizlandirarak veri manipiilasyonlarini daha verimli
hale getirmistir. Metin 6n isleme siirecinde NLTK (Natural Language Toolkit) ve RE (Regular Expressions)
kiitiiphanesi kullanilmistir. NLTK, stopwords (6nemsiz kelimeler) temizleme, lemmatization (kelime
koklerine ayirma) ve metinlerde gereksiz kelimeleri filtreleme gibi islemler igin tercih edilmistir. Ozellikle
onemsiz kelimelerin kaldirilmasi, modelin gereksiz bilgi ile egitilmesini engelleyerek daha anlamli
kelimelerin 6n plana ¢ikmasimi saglamistir. Ayrica, RE Kkiitliphanesi kullanilarak haber metinlerinden
noktalama isaretleri, 6zel karakterler ve sayilar temizlenmis, modelin veriyi daha iyi O6grenmesi
desteklenmistir. Makine 6grenmesi modeli olusturma ve degerlendirme asamalarinda Scikit-learn (sklearn)
kiitliphanesi kullanilmistir (URL2, 2025). Scikit-learn, makine 6grenmesi modellerinin olusturulmasini ve
degerlendirilmesini kolaylastiran giiclii bir kiitiiphanedir. Bu ¢alismada TF-IDF vektorizasyonu, lojistik
regresyon modelinin egitimi ve tahmin yapilmasi, model performansinin o6lgiilmesi islemleri igin
kullanilmistir. Metin verilerinin sayisal héle getirilmesi i¢in TF-IDF yontemi uygulanmistir. Bu yontem,
bir kelimenin belirli bir belge i¢cindeki dnemini hesaplayarak modelin daha bilgilendirici kelimelere daha
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fazla agirlik vermesini saglamistir. Model egitimi i¢in lojistik Regresyon algoritmasi kullanilmistir. Lojistik
regresyon, metin siniflandirma problemlerinde yaygin olarak kullanilan ve yiiksek basar1 saglayan bir
yontem oldugu i¢in tercih edilmistir. Modelin degerlendirme siirecinde ise dogruluk, kesinlik, duyarlilik ve
F1-Skoru gibi metrikler hesaplanarak model performansi analiz edilmistir.

Sonuglarin gorsellestirilmesi i¢cin Matplotlib ve Seaborn kiitiiphaneleri kullanilmistir. Matplotlib, temel
grafiklerin olusturulmasinda kullanilirken Seaborn verilerin daha anlagilir héle getirilmesini saglayan
istatistiksel gorsellestirme teknikleri icin kullanilmistir. Calismada, karmasiklik matrisi (confusion matrix),
ROC egrisi (Receiver Operating Characteristic Curve) ve Precision-Recall egrisi gibi kritik model
degerlendirme grafikleri olusturularak modelin gii¢lii ve zayif yonleri analiz edilmistir. Sonug olarak
kullanilan tiim kiitiiphaneler; veri temizleme, model olusturma, modelin degerlendirilmesi ve
gorsellestirme gibi agsamalarda verimli bir sekilde kullanilmis ve modelin basarisint artirmada énemli bir
rol oynamistir. Sahte haber tespiti gibi dogal dil isleme ve makine 6grenmesi gerektiren projelerde, uygun
kiitiiphanelerin se¢ilmesi hem modelin dogrulugunu artirmakta hem de islem siirecini optimize etmektedir.

Veri On Isleme

Makine 6grenmesi modellerinin basarili bir sekilde ¢alisabilmesi i¢in veri setinin 6zenle hazirlanmasi ve
islenmesi gerekmektedir. Ozellikle dogal dil isleme ¢alismalarinda, ham metinlerin dogrudan modele
verilmesi genellikle diisiik performansa yol agmaktadir. Clinkii metin verileri; noktalama isaretleri, gereksiz
kelimeler, biiyiik-kii¢lik harf farkliliklar1 ve 6zel karakterler gibi modele dogrudan anlam kazandirmayan
unsurlar icerebilmektedir. Bu nedenle, calismada kullanilan haber metinleri belirli veri 6n isleme adimlarina
tabi tutularak makine 6grenmesi modeline uygun hale getirilmistir. Veri 6n isleme siirecinin ilk agamasinda,
haber metinleri iizerinde kapsamli bir metin temizleme islemi gerceklestirilmistir.

Bu agamada, haber bagliklar1 ve metinleri lizerinde yer alan noktalama isaretleri, 6zel karakterler ve sayilar
temizlenmistir. Noktalama isaretlerinin kaldirilmasi, kelimeler arasindaki anlam biitiinliigiinii bozmadan
modelin daha verimli ¢aligmasini saglarken 6zel karakterler ve sayilar, modelin 6grenme siirecine anlaml
bir katki sunmadigindan ¢ikarilmigtir. Bunun yani sira haber metinlerindeki biitiin kelimeler kiigiik harfe
doniistiirtilerek biiytlik/kiiciik harf duyarlilig1 ortadan kaldirilmistir. Bdylece, ayni anlama gelen ancak farkl
biiytik/kiictik harf kullanimlar1 nedeniyle farkli kabul edilebilecek kelimelerin modelde tek bir sekilde
islenmesi saglanmistir. Metin temizleme asamasinin ardindan, 6nemsiz kelimelerin ¢ikarilmasi islemi
gerceklestirilmistir. Dogal dil isleme tekniklerinde, bazi kelimeler dil bilgisel a¢idan 6nemli bir deger
tasimadigindan, modelin 6grenme siirecine olumlu bir katki saglamamaktadir.

Bu caligmada, NLTK kiitiiphanesinin sagladigi stopwords listesi kullanilarak model i¢in anlamli bilgi
tasimayan kelimeler veri setinden ¢ikarilmistir. Stopwords temizleme islemi, modelin yalnizca anlam
iceren kelimelerle ¢alismasini saglayarak modelin 6grenme siirecini hizlandirmis ve gereksiz bilgi yiikiinii
azaltmistir. Bir sonraki asamada, haber metinlerindeki kelimelerin koklerini ayirma islemi uygulanmistir.
Dogal dil isleme siireglerinde, kelimelerin farkli eklerle kullanilmasi, modelin ayn1 koke sahip kelimeleri
farkli kelimeler olarak algilamasina neden olabilmektedir. Bu sorunu gidermek i¢in lemmatization yontemi
kullanilmistir. Lemmatization, kelimenin baglamini ve dil bilgisel yapisini koruyarak anlamli bir kdk
formuna indirgenmesini saglamaktadir. Bu yontemin kullanilmasi, modelin benzer kelimeleri farkli
kelimeler olarak degerlendirmesini engelleyerek dogruluk oraninin artirilmasina yardimci olmustur. Son
asamada, haber metinleri makine Ogrenmesi algoritmalarinin isleyebilecegi sayisal forma
donistiiriilmiistiir. Metin verileri dogrudan sayisal verilerle ¢alismadigi i¢in haber igeriklerinin sayisal
temsili gereklidir. Bu ¢aligmada, TF-IDF yontemi kullanilarak haber metinleri vektor haline getirilmistir.
TF-IDF yontemi, kelimelerin metin icindeki Onemini belirleyerek sik kullanilan ancak diisiik
bilgilendiricilige sahip kelimelerin etkisini azaltmakta ve daha anlamli kelimelere daha yiiksek agirlik
vermektedir. TF-IDF yontemi iki temel bilesenden olugmaktadir:

e Terim Frekans1 (TF): Bir kelimenin belirli bir metin i¢inde ka¢ kez gectigini ifade eder ve formiilii;
TF(t,d) = [t (1)

seklinde ele alinmaktadir. f, Kelimenin metin i¢inde tekrar edilme sayisini, 72 ise metindeki toplam kelime
sayisini gostermektedir.

e Ters Belge Frekansi (IDF): Bir kelimenin tiim veri kiimesi i¢indeki 6nemini belirler ve formiilii;

IDF(t) = log (dift + 1) )
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seklinde ele alinmaktadir. N Toplam belge sayisini, df, ise ilgili kelimenin gegtigi belge sayisini temsil
etmektedir.

e TF-IDF Skoru: Bir kelimenin hem belirli bir belge i¢indeki frekansin1 hem de genel veri kiimesindeki
Onemini hesaba katar ve formili;

TFIDF(t,d) = TF (t,d) x IDF(t) 3)
seklinde ele alinmaktadir.

Bu yontem sayesinde, sik kullanilan ancak diisiik bilgilendirici kelimeler diisiik katki saglarken anlam
acisindan onemli kelimeler modele daha fazla katki saglamaktadir. Bu sayede model, yalnizca haber
iceriklerinde gegen kelimeleri degil, bu kelimelerin 6nem derecesini de 6grenerek daha basarili tahminler
yapabilmektedir. Sonug olarak, veri 6n isleme siireci ham haber metinlerini modelin 6grenmesi i¢in uygun
hile getirmis ve modelin basarisini dogrudan etkilemistir. Yapilan temizleme, 6nemsiz kelimelerin
cikarilmasi, kelime koklerine ayirma ve TF-IDF vektorizasyonu gibi islemler, modelin hem dogrulugunu
artirmis hem de islem siiresini optimize etmistir. Gelecek calismalarda, Word2Vec, BERT ve GloVe gibi
derin O0grenme tabanli vektorlestirme teknikleri kullanilarak modelin baglamsal analiz yeteneg§inin
gelistirilmesi Onerilmektedir.

Makine Ogrenmesi Modeli

Makine O6grenmesi teknikleri, sahte haberlerin tespit edilmesi ve yeni medyada dezenformasyonun
onlenmesi agisindan 6nemli bir yere sahiptir. Bu ¢alismada, sahte ve ger¢ek haberleri ayirabilen bir makine
ogrenmesi modeli gelistirilmis ve modelin etkinligi degerlendirilmistir. Modelin olusturulma siireci; veri
setinin hazirlanmasi, metin 6n isleme asamalari, model egitimi ve degerlendirme metriklerinin
hesaplanmasi gibi temel bilesenleri igermektedir.

Veri Setinin Egitim ve Test Olarak Ayrilmasi

Makine 6grenmesi modellerinin genelleme basarisini degerlendirebilmek i¢in veri seti, egitim ve test olarak
ikiye ayrilmistir. Egitim verisi modelin 6grenme siirecinde kullanilirken test verisi modelin daha once
gormedigi haberleri dogru siniflandirip siniflandiramadigini 6l¢mek amaciyla kullanilmistir. Veri seti, %80
egitim ve %20 test verisi olacak sekilde boliinmiistiir. Veri setinin egitim ve test olarak ayrilmasi islemi,
Scikit-learn kiitiiphanesinin train_test split fonksiyonu kullanilarak gerceklestirilmistir. Bu yontem,
verilerin rastgele boliinmesini saglayarak modelin asir1 6grenme (overfitting) yapmasini engellemekte ve
genelleme performansini artirmaktadir.

Lojistik Regresyon

Bu calismada sahte haberlerin tespiti i¢in lojistik regresyon modeli (Torres, 2008) kullanilmistir. Lojistik
regresyon, ikili siniflandirma (binary classification) problemlerinde yaygin olarak kullanilan bir yontem
olup haberlerin sahte veya ger¢ek olma olasiligimni hesaplamak i¢in sigmoid aktivasyon fonksiyonunu
kullanmaktadir.

Z= WiXxq{+ Wyxo+....+wyx, + b 4)

Burada, x; haber metnindeki kelime 6zelliklerini, x; modelin 6grendigi agirlik katsayilarin1 ve b modelin
sabit degerini temsil etmektedir. Model, sigmoid fonksiyonu ile ¢iktiy1 olasilik degerine doniistiirmektedir;

1
1+e7 2

o(z) =

)

Sigmoid fonksiyonu, modelin tahmin ettigi degeri 0 ile 1 arasinda bir olasiliga ¢evirerek bir haberin sahte
olma ihtimalini hesaplamaktadir. Elde edilen olasilik degeri belirli bir esik degeri ile kiyaslanarak haberin
siniflandirilmas1 gergeklestirilmistir. Genellikle 0.5 esik degeri kullanilmis olup tahmin edilen olasilik
0.5’ten biiyiikse, haber sahte olarak, 0.5’ten kiicilikse, haber gergek olarak etiketlenmistir.

Lojistik regresyon modelinin bu ¢alismada tercih edilme nedenleri; (1) biiyiik 6l¢ekli metin verileri
iizerinde hizl egitilebilir ve hesaplama agisindan verimli olmasi, (2) yorumlanabilirlik avantaji sunmasidir.
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Modelin katsayilar1 sayesinde, hangi kelimelerin veya kelime gruplarinin sahte haber tespitinde etkili
oldugunu analiz etmek miimkiindiir. Ancak, bu klasik modelin bazi sinirlamalar1 bulunmaktadir. Lojistik
regresyon, degiskenler arasindaki iliskinin dogrusal oldugunu varsayar ve bu nedenle dogal dildeki
karmasik, dogrusal olmayan oriintiileri, iliskileri yakalamakta derin 6§renme modellerine kiyasla kisitl
kalir. Bu calismada, elde edilen yiiksek basarim metrikleri dikkate alinarak nispeten daha basit ve
yorumlanabilir bir temel modelin dahi dezenformasyonun dilsel kaliplarini tespit etmede ne kadar etkili
olabilecegini gostermek amaciyla lojistik regresyon tercih edilmistir. Bu secim, karmasik teknolojiye
ithtiya¢c duymadan da yiiksek basari elde edilebilecegi argiimanini giiclendirmektedir.

Modelin Egitilmesi ve Test Edilmesi

Modelin egitimi, egitim verileri kullanilarak gerceklestirilmis ve lojistik regresyonun parametreleri
optimize edilmistir. Model, TF-IDF ile vektorlestirilmis haber metinleri iizerinde egitilmis ve test
edilmistir. Egitim siirecinde model, kelime frekanslarina dayali olarak sahte haberlerin dil yapisini
O0grenmis ve haberlerin igerigine bagli olarak bir olasilik tahmininde bulunabilecek sekilde optimize
edilmistir. Modelin egitim asamasi tamamlandiktan sonra test verisi ile tahminler yapilmis ve modelin
basar1 oran ¢esitli degerlendirme metrikleri kullanilarak hesaplanmustir.

Sonug¢larin Gorsellestirilmesi

Makine Ogrenmesi modelinin performansini analiz etmek icin c¢esitli gorsellestirme teknikleri
kullanilmistir. Modelin dogruluk oranini ve hata dagilimini incelemek amaciyla karmasiklik matrisi, ROC
egrisi ve Precision-Recall egrisi gibi grafikler olusturulmustur. Karmasiklik matrisi, modelin tahmin ettigi
dogru ve yanhs siniflandirmalar1 gorsellestirmek icin kullanilmistir. Bu matris, gercek ve tahmin edilen
etiketler arasindaki iliskiyi gostermektedir. ROC Egrisi ve AUC Skoru (Area Under the Curve Score),
modelin farkli esik degerleri altinda nasil performans gosterdigini incelemek ic¢in kullanilmistir. ROC
egrisi, gercek pozitif orani (true positive rate) ile yanlis pozitif oranini (false positive rate) karsilastirarak
modelin dogruluk performansini 6l¢gmektedir. Precision-Recall Egrisi, modelin sahte haberleri tespit etme
performansini daha detayli bir sekilde incelemek i¢in olusturulmustur. Precision, modelin tahmin ettigi
sahte haberlerin ne kadarinin gercekten sahte oldugunu dlcerken duyarlilik ise tiim sahte haberler i¢inde
modelin ne kadarint dogru tespit ettigini belirlemektedir. Gorsellestirme siirecinde Matplotlib ve Seaborn
kiitliphaneleri kullanilarak elde edilen grafikler, modelin gii¢lii ve zayif yonlerini anlamaya yardimci
olmustur.

Degerlendirme Metrikleri

Makine 6grenmesi modellerinin basarisin1 6l¢gmek i¢in farkli degerlendirme metrikleri kullanilmaktadir.
Ozellikle siniflandirma problemlerinde, modelin dogru tahmin oranlarini, hata oranlarm ve genel
performansini degerlendirebilmek adina gesitli istatistiksel dl¢iitler hesaplanmaktadir. Bu ¢calismada, sahte
haberlerin tespit edilmesi i¢in kullanilan modelin performansini belirlemek amaciyla dogruluk, kesinlik,
duyarlilik, F1-Skoru ve ROC-AUC metrikleri incelenmistir. Degerlendirme metriklerinin hesaplanabilmesi
icin Oncelikle modelin tahminlerinin dogru ve yanlis siniflandirmalari belirlenmis ve karmagsiklik matrisi
lizerinden analiz edilmistir. Karmasiklik matrisi, modelin gercek siniflarla tahmin edilen siniflar
karsilastirarak siniflandirma hatalarint ayrintili bir sekilde gérmemizi saglar. Model tahminleri su dort
temel duruma gore degerlendirilmektedir:

e TP (True Positive — Dogru Pozitif): Modelin gercekten sahte olan bir haberi sahte olarak dogru tahmin
etmesi durumudur. Yani, modelin hedefledigi sahte haberleri basaril1 bir sekilde tespit ettigini gdsterir.

e TN (True Negative — Dogru Negatif): Modelin gercekten gercek olan bir haberi gercek olarak dogru
tahmin etmesi durumudur. Bu, modelin ger¢ek haberleri yanlis bir sekilde sahte olarak
siiflandirmadigini ve giivenilir haberleri dogru tantyabildigini gdsterir.

e FP (False Positive — Yanls Pozitif): Modelin gercek olan bir haberi yanliglikla sahte olarak
siniflandirmasi durumudur. Bu durumda, model hatali bir sekilde gercek bir haberi sahte olarak
isaretlemistir. Yanlis pozitiflerin fazla olmasi, giivenilir haberlerin yanlis yere sahte olarak
etiketlenmesine yol agabilir ve bu durum haber giivenilirligini olumsuz etkileyebilir.

e FN (False Negative — Yanlis Negatif): Modelin sahte olan bir haberi yanlislikla gercek olarak
siiflandirmasi durumudur. Bu hata tiirii, sahte haberlerin tespit edilememesine ve yanlis bilgilendirme
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riskinin artmasina sebep olabilir. Yanlis negatif oraninin diisiik olmasi, modelin sahte haberleri
basariyla tespit ettigini gosteren 6nemli bir kriterdir.

Bu temel smiflandirma durumlart kullanilarak modelin basarisini 6lgen metrikler asagidaki gibi
hesaplanmaistir:

Dogruluk

Dogruluk metrigi, modelin tiim smiflart dogru tahmin etme oranini1 gosteren temel bir Slgiittiir. Modelin
tiim veri seti lizerinde ne kadar dogru tahminde bulundugunu dlger. Ancak, dogruluk metrigi tek basina
yeterli bir degerlendirme saglamayabilir; 6zellikle dengesiz veri setlerinde yiliksek dogruluk orani yaniltic
olabilir. Ornegin, eger model tiim haberleri "gercek" olarak siniflandirirsa sahte haberleri hig tespit etmese
bile dogruluk oran1 yiiksek ¢ikabilir. Dogruluk formiilii;

TP+TN
TP+FP+TN+FN

(6)

seklinde ele alinmaktadir. Bu formiil, modelin dogru tahmin ettigi sahte ve gercek haberlerin toplamini,
tiim tahmin edilen haberlerin toplamina bdlerek dogruluk oranini belirler.

Kesinlik

Kesinlik, modelin sahte haber olarak siniflandirdig1 haberlerin ger¢ekten sahte olup olmadigini 6lgen bir
metriktir. Yanlis pozitiflerin yiiksek oldugu durumlarda, modelin sahte haberleri yanliglikla fazla isaretleyip
isaretlemedigini anlamak i¢in onemlidir. Kesinlik formiilii;

TP
TP+FP

(7

seklinde ele alinmaktadir. Kesinlik degeri yliksekse modelin sahte haber olarak tahmin ettigi haberlerin
biiylik cogunlugu gercekten sahte demektir. Yanlis pozitiflerin fazla olmasi halinde, kesinlik skoru diisecek
ve modelin sahte haberleri giivenilir bir sekilde ayirt edemedigini gosterecektir.

Duyarhhk

Duyarlilik, modelin gercek sahte haberleri ne kadar iyi tespit edebildigini gdsteren bir metriktir. Yanlis
negatiflerin fazla oldugu durumlarda, modelin sahte haberleri gézden kagirip kagirmadigini anlamak i¢in
kullanilir. Eger bir modelin duyarlilik degeri diisiikse sahte haberlerin biiylik bir kismi tespit edilemiyor
demektir. Duyarhilik formiilii;

TP
TP+FN (8)

seklinde ele alinmaktadir. Duyarliligin yiiksek olmasi, modelin sahte haberleri kagirmadan tespit ettigini
gosterir. Ancak, duyarliligi artirmaya calisirken yanlis pozitiflerin artmasi riski de goéz Onilinde
bulundurulmalidir.

F1-Skoru

F1-Skoru, kesinlik ve duyarliligi dengeleyen bir ol¢iimdiir. Tek basmna kesinlik ya da duyarlilik
kullanildiginda, modelin performans: hakkinda yaniltict sonuglar elde edilebilir. Ornegin, bir modelin
duyarlilig: yiiksek fakat kesinligi diisiikse model, sahte haberleri tespit etmekte iyi olabilir ancak ¢ok fazla
yanlis pozitif tiretiyor olabilir. F1-Skoru, bu iki metrigi dengeleyerek genel performansi anlamak i¢in daha
giivenilir bir 6l¢ii saglar. F1-Skoru formiili;
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Kesinlik . Duyarlilik ( )
" Kesinlik+Duyarlilik

seklinde ele alinmaktadir. F1-Skorunun yiliksek olmasi, modelin hem yanlis pozitifleri hem de yanlis
negatifleri diislik tutarak iyi bir denge sagladigini gosterir.

ROC-AUC

ROC egrisi, modelin farkli esik degerlerine gore nasil performans gosterdigini grafiksel olarak sunan bir
Olciimdiir. ROC egrisinin altindaki alan, modelin genel basarisini gésteren 6nemli bir metriktir. AUC skoru
1’e ne kadar yakinsa modelin dogruluk orani o kadar yiiksektir. ROC-AUC formiili;

[, TPR(FPR)AFPR (10)

seklinde ele alinmaktadir. Bu metrik, Ozellikle modelin farkli karar esiklerinde nasil performans
gosterdigini anlamak i¢in kullanilir.

Karmasikhik Matrisi

Modelin tahmin performansini daha ayrintili bir sekilde degerlendirmek icin karmagiklik matrisi
kullanilmistir. Bu matris, modelin yanlis ve dogru siniflandirmalarint detayli bir sekilde analiz etmeye
yardimct olmaktadir. Bu matrisin analizi, modelin hangi siniflart yanlis ve dogru tahmin ettigini net bir
sekilde ortaya koyarak modelin giiclii ve zayif yonlerinin belirlenmesine olanak tanimaktadir. Bu b6liimde,
modelin performansini 6l¢gmek icin kullanilan degerlendirme metrikleri agiklanmis ve her bir metrigin nasil
hesaplandigi belirtilmistir.

Cahsmanin Literatiire Katkis1 ve Gelecek Calismalar

Sahte haber tespiti konusunda makine 6grenmesi tekniklerinin etkinligini degerlendirerek literatiire 6nemli
katkilar sunmaktadir. Giintimiizde dijital medya platformlarinda sahte haberlerin paylasilmasi, yanlis
bilgilendirme ve dezenformasyonun yayilmasinda biiyiikk bir sorun teskil etmektedir. Bu baglamda,
gelistirilen model, haber metinleri iizerinden sahte icerikleri tespit edebilmek i¢in lojistik regresyon tabanli
bir makine 6grenmesi yaklasimi kullanarak sahte haber tespiti alaninda yapilan ¢aligmalara bir katki
saglamaktadir. Bu ¢alisma, TF-IDF vektorizasyonu ile metinleri sayisal hale getirerek lojistik regresyon
modeli kullanimi tizerine odaklanmasiyla farklilik gostermektedir. Calismada kullanilan dengeli veri
kiimesi, modelin, farkli haber tiirleri arasindaki ayrimi daha saglikli yapabilmesini saglamistir. Ayrica,
degerlendirme metrikleri detayl bir sekilde ele alinarak modelin basaris1 dogruluk, kesinlik, duyarlilik, F1-
Skoru ve ROC-AUC metrikleri ile kapsamli bir sekilde analiz edilmistir. Bu sayede, sahte haberlerin
belirlenmesinde hangi metriklerin daha giivenilir sonuglar verdigi tartismaya ac¢ilmistir. Gelecek ¢aligmalar
acisindan, sahte haber tespiti i¢in daha gelismis derin 6grenme modellerinin (6rnegin BERT, LSTM,
Transformer tabanli modeller) test edilmesi 6nerilmektedir. Bu tiir modeller, kelimelerin baglam i¢indeki
anlamimi daha iyi yakalayarak daha yiiksek dogruluk oranlari saglayabilir. Ayrica, haberlerin kaynak
giivenilirligi, dil bilgisi analizi ve yazar profilleri gibi ek faktdrlerin modele dahil edilmesi, sahte haber
tespit sistemlerinin daha dogru ¢alismasina yardimeci olabilir. Veri setinin genisletilmesi ve farkli dillerdeki
haberlerin analiz edilmesi, modelin genelleme kapasitesini artirarak kiiresel 6l¢ekte daha kapsamli bir
sistem gelistirilmesini saglayabilir. Bunun yani sira hibrit modellerin kullanimi1 da gelecek arastirmalar igin
onemli bir potansiyel tasimaktadir. Ornegin, makine 6grenmesi ve derin 6grenme modellerinin bir arada
kullanilmasi, farkli model tiirlerinin giiclii yonlerinden yararlanilarak daha etkili sahte haber tespit
sistemleri gelistirilmesine olanak saglayabilir. Ayrica, ger¢ek zamanli sahte haber tespiti yapabilen
sistemlerin gelistirilmesi ve biiyiik 6lgekli sosyal medya verilerinin analiz edilmesi, dezenformasyonla
miicadelede kritik bir adim olacaktir. Sonug olarak bu ¢aligma, sahte haberlerin tespit edilmesine yonelik
makine Ogrenmesi tabanli yontemlerin etkili bir sekilde uygulanabilecegini gostermektedir. Ancak
modelin, daha fazla veri ile test edilmesi, farkli dogal dil isleme teknikleriyle giiclendirilmesi ve hibrit
yontemlerle desteklenmesi, gelecekte bu alandaki caligmalarin daha ileri seviyelere tasinmasini
saglayacaktir.
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Bulgular ve Tartisma

Bu calismada, sahte haberlerin tespitine yonelik gelistirilen lojistik regresyon modeli, ¢esitli degerlendirme
metrikleri kullanilarak analiz edilmistir. Modelin performansin1 6l¢gmek amaciyla dogruluk, kesinlik,
duyarlilik ve F1-skora dayali analizler gerceklestirilmistir. Bunun yani sira, modelin yanlis siniflandirma
durumlart karmagiklik matrisi kullanilarak gorsellestirilmis, ROC egrisi ile modelin siniflandirma giicii
incelenmis ve Precision-Recall egrisi ile pozitif siniflamalarin dogrulugu degerlendirilmistir. Modelin genel
performansi, dogruluk orami agisindan yiiksek bir basar1 sergilemistir. Dogruluk metrigi, modelin tiim
ornekler lizerinde dogru tahmin yapma oranimi gostermektedir ve bu g¢alisma kapsaminda gelistirilen
modelin dogruluk degeri oldukg¢a yiiksek c¢ikmustir. Bununla birlikte, modelin kesinlik ve duyarlilik
degerleri de dengeli bir sonug ortaya koymustur. Ozellikle duyarlilik metrigi, modelin sahte haberleri tespit
etme basarisini 6lgmek acisindan kritik bir gosterge olup elde edilen yiiksek duyarlilik oran1 modelin sahte
haberleri biiyiik 6l¢iide dogru bir sekilde tespit ettigini gostermektedir.

Karmasiklik Matrisi

Asagidaki Sekil 1'de, modelin tahmin ettigi ve gerg¢ek smiflar arasindaki iliskiyi gosteren karmasiklik
matrisi yer almaktadir. Bu matris, modelin dogru ve yanlis tahminlerini ayrintili bir sekilde 6zetlemektedir.
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Sekil 1. Karmagiklik Matrisi

Matris incelendiginde, modelin 4.669 sahte haberi dogru bir sekilde sahte olarak tahmin ettigi (TP) ve 4.197
gercek haberi dogru bir sekilde gergek olarak tahmin ettigi (TN) goriilmektedir. Yanlis siniflandirmalar ise
64 adet yanlis pozitif (FP) ve 50 adet yanlis negatif (FN) olarak gézlemlenmistir. Yanlis pozitif orani diistik
olsa da yanlis negatiflerin tamamen sifira indirilememesi, modelin bazi sahte haberleri gercek olarak
degerlendirdigini gostermektedir. Ancak genel hatlariyla bakildiginda, modelin dogru siniflandirma
oraninin oldukca yliksek oldugu anlasilmaktadir. Smiflandirma hatalarinin detayli analizi; calismada
gozlemlenen yanlis siniflandirmalar, modelin hata yapma egilimleri ve sinirlart hakkinda 6nemli bilgiler
sunmaktadir. Ozellikle dezenformasyonla miicadele baglaminda en kritik hata tiirii olan 50 adet yanls
negatif (FN) hatanin (gergekte sahte olan haberin, model tarafindan yanlislikla gercek olarak etiketlenmesi)
nedenleri derinlemesine incelenmistir. Bu tiir sahte haberlerin, gercek haberlere benzemek amaciyla
genellikle daha resmi ve karmasik bir dil kullandig1 veya duygu yiikii yerine nicel veri manipiilasyonuna
odaklandig1 saptanmustir. Ote yandan, 64 adet yanls pozitif (FP) hatanin (gergekte dogru olan haberin,
model tarafindan yanliglikla sahte olarak etiketlenmesi) ise genellikle haber metinlerindeki yogun duygu
yikli ifadelerden, polemik igeren dil kullanimindan veya asir1 iddiali basliklardan kaynaklandigi
anlagilmaktadir. Bu durum, kullanilan TF-IDF vektorizasyon tekniginin yalnizca kelime sikligina
odaklanmas1 ve kelimelerin baglamsal iliskisini dikkate almamasi nedeniyle, modelin duygusal metinleri
sahte haber kalibiyla karistirma egilimini ortaya koymaktadir. Bu detayli hata analizi, lojistik regresyon
modelinin metin igerigini anlama kapasitesinin sinirlarini netlestirmekte ve gelecekteki baglamsal analize
dayali ¢aligmalar i¢in yol gostermektedir.
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ROC Egrisi ve AUC Skoru

Modelin genel performansini degerlendirmek i¢in kullanilan bir diger 6l¢iit ROC egrisi ve AUC skoru
olmustur. ROC egrisi, modelin farkli siniflandirma esiklerinde ne kadar basarili oldugunu gosteren 6nemli
bir grafiktir. Asagidaki Sekil 2'de, ROC egrisi verilmistir.
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Sekil 1. ROC Egrisi ve AUC Skoru

ROC egrisi incelendiginde, modelin AUC skorunun 1.00'a yakin oldugu goériilmektedir. AUC skorunun 1’e
yaklagsmasi, modelin smiflandirma basarisinin oldukca yiiksek oldugunu gostermektedir. Bu durum,
modelin hem sahte hem de gercek haberleri yiiksek dogrulukla ayirt edebildigini kanitlamaktadir.

Precision-Recall Egrisi

Sahte haber tespitinde, pozitif siniflamalarin giivenilirligini 6lgmek i¢in Precision-Recall egrisi de analiz
edilmistir. Precision-Recall egrisi, 6zellikle dengesiz veri setleriyle ¢alisirken modelin performansini1 daha
iyl degerlendirmek i¢in kullanilan bir yontemdir. Asagidaki Sekil 3'te, modelin Precision-Recall egrisi
gosterilmektedir.
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104 1

094
084
c
l.:)
o
£ 07
0.6
051 Precision-Recall EQris:
0.0 02 04 06 08 1.0
Recall

Sekil 1. Precision-Recall Egrisi

Egri incelendiginde, modelin yiiksek bir kesinlik ve duyarlilik oranina sahip oldugu ve lirettigi pozitif
tahminlerin biiyiik bir kisminin dogru oldugu goriilmektedir. Bu durum, modelin sahte haberleri tespit etme
konusunda tutarli oldugunu ve yanlis pozitif oraninin diisiik seviyede kaldigini gostermektedir.

Model Performansinin Genel Degerlendirmesi
Modelin dogruluk, kesinlik, duyarlilik ve F1-Skoru degerlendirme sonuglar1 Tablo 1°de 6zetlenmistir;
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Tablo 1

Model Performansinin Genel Degerlendirmesi

OLCEKLER Madde Sayisi
Dogruluk %98,5
Kesinlik %98,7
Duyarlilik %98,9
F1-Skoru %98,8

Bu tabloda (Tablo 1) goriildiigii gibi, modelin performans metrikleri olduk¢a basarili sonuglar vermistir.
Dogruluk oranmin yiiksek olmasi, modelin biiyiik 6l¢iide dogru tahminler yaptigint gostermektedir.
Kesinlik ve duyarlilik degerleri dengeli bir sekilde yiiksek olup modelin yanlis pozitif oraninin diisiik,
yanlis negatif oraninin ise olduk¢a az oldugunu ortaya koymaktadir. Bu sonuglar, gelistirilen lojistik
regresyon modelinin sahte haberleri tespit etmek i¢in giivenilir bir yontem sundugunu ve modelin genel
basarisinin yiiksek oldugunu gostermektedir. Ancak, modelin yanlis negatif oranin1 daha da azaltmak ve
sahte haberleri daha hassas bir sekilde tespit etmek adina, gelecekte farkli metin vektorlestirme teknikleri
veya derin 6grenme modelleri kullanilabilir.

Sonug¢

Giliniimiizde yeni medya, bilgiye hizli erisim saglayan, ancak ayni zamanda dezenformasyonun yayilmasini
kolaylastiran bir yapi1 sunmaktadir. Tugtekin ve Kog¢ (2019) tarafindan belirtildigi gibi, geleneksel
medyadan farkli olarak yeni medya, kullanicilarin aktif katilimiyla igerigin anlik olarak iiretildigi ve
yayildig1 bir ortamdir. Bu durum, sahte haberlerin kontrolsiiz bir sekilde yayilmasina yol agmakta ve toplum
izerinde ciddi etkiler yaratmaktadir. Calismamiz, sahte haberlerin tespit edilmesine yonelik bir makine
ogrenmesi modeli gelistirerek bu soruna ¢6ziim iiretmeyi hedeflemektedir. Calismamizda kullanilan lojistik
regresyon modeli, sahte haberlerin tespitinde basarili sonuglar elde etmistir. McLuhan (1964) ve Peters
(2009), yeni medya kavraminin bilgi akisindaki degisimlerle birlikte evrildigini ve dezenformasyonun
yayilma hizinin arttigin1 vurgulamaktadir. Bu baglamda, 6nerdigimiz model, yeni medya ortaminda yayilan
yanlig bilgilerin otomatik olarak tespit edilmesine yonelik bir yaklasim sunmaktadir. Elde edilen bulgular,
sahte haberlerin dil yapilarinda belirgin kaliplarin bulundugunu ve bu yapilarin makine 6grenmesi
algoritmalariyla tespit edilebilecegini gostermektedir.

Ayrica Steinfeld (2022), sosyal medya platformlarinin algoritmalarinin, kullanicilarin ilgi alanlarina uygun
icerikleri one ¢ikarmasi nedeniyle yanlis bilgilerin daha fazla yayilmasina neden olabilecegini belirtmistir.
Calismamizda kullanilan metin madenciligi teknikleri ve TF-IDF vektorizasyonu, sahte haberlerin yapisal
ozelliklerini analiz ederek yanlis bilgilendirme igeren haberlerin belirlenmesine katkida bulunmaktadir. Bu
durum, sahte haberlerin yayilimin1 dnlemek amaciyla platformlara entegre edilebilecek otomatik tespit
sistemlerinin gelistirilmesi agisindan 6nemlidir. Medya okuryazarliginin dezenformasyonla miicadelede
kritik bir faktor oldugu bilinmektedir. Zhang (2024) ve Soares et al. (2021) ¢alismalarinda, bireylerin dijital
medyada maruz kaldiklar1 bilgileri elestirel bir bakis acisiyla degerlendirmeleri gerektigini
vurgulamiglardir. Bu baglamda, ¢aligmamizin ortaya koydugu model, medya okuryazarlig: eksikliginden
kaynaklanan yanlis bilgiye maruz kalma riskini azaltmaya yardimci olabilir. Sahte haberlerin belirli dil
kaliplartyla tespit edilebilecegini gosteren sonuclarimiz, medya okuryazarligina dayali egitim programlari
i¢cin de faydali olabilecek veriler sunmaktadir. Calismamiz, yeni medya ortaminda sahte haberlerin tespit
edilmesi i¢in makine 6grenmesi tekniklerinin uygulanabilirligini gostermistir. Ancak, dezenformasyon
yalnizca belirli kelime kaliplar1 veya haber metinlerinin yapisiyla simirli degildir. Tomin et al. (2020)
tarafindan ifade edildigi gibi dijital medyanin karmasik dogasi, sahte haberlerin farkli bi¢imlerde ortaya
cikmasina neden olmaktadir. Bu nedenle, gelecekteki ¢calismalarda, gorsel ve video tabanli sahte haberlerin
tespitine yonelik daha gelismis modellerin gelistirilmesi 6nerilmektedir. Sonug olarak bu ¢alisma, sahte
haberlerin dilsel 6zelliklerine odaklanarak makine 6grenmesi modellerinin dezenformasyonla miicadelede
nasil kullanilabilecegine dair 6nemli bir katki sunmaktadir. Gelecekte, daha biiylik ve ¢esitli veri setleriyle
yapilan ¢aligmalar, modelin genelleme yetenegini artirarak farkli medya tiirlerinde de etkili bir sekilde
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uygulanmasini saglayabilir. Ek olarak, sahte haberlerin yalnizca metin igeriklerinden degil, sosyal medya
etkilesimlerinden ve kullanict davranislarindan da tespit edilmesine yoOnelik hibrit yaklasimlar,
dezenformasyonun yayilimin1 6nlemede daha etkili olabilir.
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Extended Abstract

Purpose

The spread of fake news in the new media environment negatively affects individuals' access to information
and the formation of public opinion, thereby undermining societal trust. This study aims to detect fake news
using machine learning methods. Identifying fake news is a critical step in combating disinformation. In
this research, a logistic regression model was employed to detect fake news circulating on new media
platforms, and the model's performance was evaluated. The study examines the effectiveness of artificial
intelligence-based solutions in detecting fake news and aims to contribute to enhancing media literacy and
digital reliability. Positioned at the intersection of communication sciences and artificial intelligence, this
research offers a scientific perspective on fake news analysis.

Design and Methodology

This study was conducted to develop a machine learning model for detecting fake news. The "Fake and
Real News Dataset" from the Kaggle platform (URL1, 2025) was used. The dataset consists of 44,898 news
articles, including 23,481 fake and 21,417 real news items. Only the title and text columns were used, while
subject and date variables were removed. The balance between fake and real news in the dataset eliminated
the need for additional sampling techniques. During the data preprocessing phase, punctuation marks,
special characters, and numbers were removed from the news texts, and all words were converted to
lowercase for standardization. Stopwords removal and lemmatization were performed using the NLTK
library. The texts were then vectorized using TF-IDF (Term Frequency - Inverse Document Frequency) to
be processed by machine learning algorithms. A logistic regression model was chosen for fake news
detection. The dataset was split into 80% training and 20% testing subsets. The model's performance was
analyzed using evaluation metrics such as accuracy, precision, recall, Fl-score, and ROC-AUC. To
visualize the results, Matplotlib and Seaborn libraries were used to generate the confusion matrix, ROC
curve, and Precision-Recall curve. The study assessed the effectiveness of logistic regression in detecting
fake news and evaluated its performance. Future research suggests incorporating deep learning models
(BERT, LSTM, etc.) to improve model accuracy.

Findings

The logistic regression model developed in this study was analyzed using various evaluation metrics for
fake news detection. The model's success was measured using accuracy, precision, recall, and F1-score.
Additionally, the confusion matrix, ROC curve, and Precision-Recall curve were used to analyze the
model's predictive power.

According to the confusion matrix, the model correctly classified 4,669 fake news and 4,197 real news,
with 64 false positives (misclassifying real news as fake) and 50 false negatives (misclassifying fake news
as real). The low false-negative rate indicates that the model effectively detects fake news. The ROC curve
and AUC score show that the model achieved an AUC value close to 1.00, demonstrating its high accuracy
in distinguishing between fake and real news. The Precision-Recall curve indicates that the model
consistently detects fake news while maintaining a low false-positive rate. The overall model performance
is summarized in Table 2.

Tablo 1

General Evaluation of Model Performance

Metric Value
Accuracy %98,5
Precision %98.7
Recall %98.,9
F1-Score %98.8
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The results show that the developed model performs highly in detecting fake news. However, reducing the
false-negative rate further may require deep learning models or alternative text vectorization techniques.

Research Limitations

Although the logistic regression model developed in this study has shown successful results in detecting
fake news, it has certain limitations. First, the model only analyzes text-based news. Since fake news today
spreads through various formats such as images, videos, and social media posts, the model lacks the
capability to detect non-textual misinformation. Additionally, the model was trained using TF-IDF
vectorization, which does not deeply analyze the contextual relationships between words. The use of BERT
or Transformer-based models in future research could better capture the contextual meaning of news
articles. Furthermore, since the model was trained on a single dataset, its ability to generalize across
different languages and news sources remains untested. Future studies could improve the model’s
generalization capacity by incorporating larger and more diverse datasets.

Implication

The spread of fake news in the new media environment increases information pollution, shapes public
perception, and facilitates disinformation dissemination. Detecting fake news is crucial for enhancing media
literacy and ensuring reliable information flow in digital environments. The study’s findings contribute to
the development of automated fake news detection systems, providing valuable insights for future research.

Originality and value

The originality of this study lies in its analysis of fake news detectability using a machine learning-based
model. The logistic regression model utilized in this study effectively identified linguistic patterns in fake
news and achieved high accuracy rates. By employing Natural Language Processing (NLP) and TF-IDF
vectorization, news texts were analyzed, and the model's capacity to distinguish fake news was assessed.
This research is positioned at the intersection of communication sciences and artificial intelligence,
providing a scientific perspective on fake news detection. The study establishes a foundation for developing
automated detection systems to combat disinformation in digital platforms.
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