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Sunum Esnasmda Yapay Zeka Kullanmu: Kalite ve Akicilik
Ugzerine bir inceleme

The Use of Artificial Intelligence During Presentations: A
Review on Quality and Fluency

O

Giiniimiizde sunumlar, is diinyasinda ve egitim ortamlarinda
o6nemli bir iletigim araci olarak kullanilmaktadir. Bu asamada
sunumlarin kalitesi ve akiciligi dinleyicilerin sunumdan aldig1
verimi igin bityiik rol oynamaktadir. Ancak konusmacilar ba-
zen sunum esnasinda beklenmedik olumsuzluklarla karsilaga-
bilmektedirler. S6z konusu olumsuzluklar arasinda, muhte-
mel olarak anksiyete veya heyecan sebebiyle 6nemli noktala-
rin unutulmasi ya da atlanmasi gibi durumlar drnek gosterile-
bilir. Caliymada yapay zekanin bir alt alan1 olan dogal dil is-
leme tekniklerinin kullanimi ile sunum kalitesinin ve akicili-
g iyilestirilebilmesi tizerine ¢alisilacaktir. Dogal dil isle-
menin uygulama alanlarindan biri olan bityiik dil modelleri
(LLMs) iizerinde ince ayar (fine-tune) yapilmasinin yani sira,
metinden sese (Text-to-Speech) ve sesten metne (Speech-to-
Text) cevirme teknikleri de kullanilacaktir. Calismada yer
alan veri seti sentetik olarak hazirlanmig olmakla birlikte
farkli bityiik dil modelleri tizerinden test sonuglari elde edil-
migtir. Test sonuglarinin, ince ayar yontemi ile dogrulugunun
arttirilmast {izerine galismalar devam etmektedir. Elde edilen
sonuglar biiyiik dil modelleri kullanimi sayesinde sunum per-
formansinin artirilabilecegini gostermektedir.

Abstract

Nowadays, presentations are widely used as a crucial commu-
nication tool in both business and educational settings. At this
stage, the quality and fluency of presentations play a signifi-
cant role in the audience’s comprehension and engagement.
However, speakers may sometimes encounter unexpected
challenges during presentations. Such challenges may include
forgetting or skipping key points, possibly due to anxiety or
excitement. This study aims to enhance the quality and flu-
ency of presentations using natural language processing
(NLP) techniques, a subfield of artificial intelligence. In addi-
tion to fine-tuning large language models (LLMs), which are
one of the application areas of NLP, text-to-speech (TTS) and
speech-to-text (STT) conversion techniques will also be emp-
loyed. The dataset used in this study was synthetically gene-
rated, and test results have been obtained through different
large language models. Efforts continue to improve accuracy
through fine-tuning methods. The results indicate that levera-
ging large language models can enhance presentation perfor-
mance.
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1. Giris

Gegmisten gilinlimiize sunumlar, farkli alanlarda bilgi aktarimi ve etkili iletisim
kurma araci olarak énemli bir rol iistlenmistir. Ozellikle is diinyasinda stratejik planla-
malar, projelerin tanitimi ve ekip i¢i koordinasyon gibi kritik siireclerde; egitim ortam-
larinda ise bilginin diizenli ve anlagilir bir sekilde aktarilmasinda temel bir arag olarak
kullanilmaktadir. Ancak, bir sunumun etkili olabilmesi yalnizca igerik zenginligi ile de-
gil ayn1 zamanda sunum yapan kisinin performansi, kullanilan dilin akicilig1 ve destek-
leyici gorsel materyallerin kalitesiyle dogrudan iligkilidir. Bu unsurlardan herhangi bi-
rindeki eksiklik, dinleyicilerin sunumdan elde edecegi verimi olumsuz etkileyebilir. Or-
negin, heyecan, stres ve zaman baskis1 gibi faktorler, sunum yapan kisinin 6nemli nok-
talar1 atlamasina veya unutmasina yol agarak mesajin etkili bir sekilde iletilememesine
sebep olabilir.

Teknolojinin hizli gelisimiyle birlikte ortaya ¢ikan yapay zeka (Artificial Intelli-
gence, Al), giiniimiizlin karsilagtig1 zorluklarin {istesinden gelmede giiclii bir arag olarak
one ¢ikmaktadir. Insan zekasmin fonksiyonlarm taklit ederek karmasik problemlerin
¢cOzlimi, 6grenme ve karar verme siireglerinde iistiin performans gostermeyi hedefleyen
bu teknoloji, modern uygulamalarda énemli bir rol oynamaktadir. Yapay zeka, biiyiik
veri ve geligsmis algoritmalarin birlesimiyle bilgi isleme kapasitesini genis dlgekte ar-
tirma imkan1 sunar. Makine 6grenimi, derin 6grenme ve dogal dil isleme (Natural Lan-
guage Processing, NLP) gibi alt disiplinleri sayesinde, insan faaliyetlerini otomatikles-
tirerek hata oranlarini azaltir, verimliligi artirir ve siiregleri optimize eder. Ozellikle dil
isleme ve konusma analizi alanlarinda, metinlerin analiz edilmesi, konugsmalarin metne
doniistliriilmesi ve baglama uygun geri bildirim saglanmasi gorevlerini basariyla yerine
getiren bu teknoloji, sunum siiregleri i¢in cazip bir ¢6ziim sunmaktadir.

Bu ¢ercevede, giiniimiiz teknolojisinin sundugu imkanlar—ozellikle yapay zeka ve
dogal dil isleme teknikleri—s6z konusu problemlere etkili ¢oziimler getirme potansiye-
line sahiptir. Dogal dil isleme, insan dilini anlama ve igleme kabiliyeti sayesinde, metin
analizinden konusma sentezine kadar genis bir uygulama yelpazesi sunarak sunum sii-
reclerinin optimize edilmesine olanak tanimaktadir. Sunum sirasinda yaganan hatalarin
giderilmesi, igerik akigiin siirekliliginin saglanmasi ve dinleyici dikkatinin etkin bi-
cimde toplanmasi gibi kritik sorunlarin, dogal dil isleme tabanli yontemlerle ele alin-
mas1, hem sunum yapan kisi hem de dinleyiciler agisindan siireci daha verimli hale ge-
tirecektir.
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Calismada, dogal dil islemenin sundugu avantajlardan yararlanarak sunum kalitesi-
nin artirtlmas1 hedeflenmistir. Biiyiik dil modelleri (Large Language Models, LLM),
metinden sese doniistiirme (Text-to-Speech, TTS), sesten metne doniistiirme (Speech-
to-Text, STT) ve fine-tuning teknikleri, bu siirecin temel araglar1 olarak kullanilmigtir.
Uygulanan teknikler, sunum sirasinda konusmaciya gercek zamanl hatirlatmalar suna-
rak akiciligi artirmay1, eksik noktalar1 tamamlamay ve igerik dogrulugunu garanti al-
tina almay1 amaglamaktadir. Boylece, sunum yapan kisi planladig1 akistan sapmadan,
dinleyicilerle daha etkili bir iletisim kurma imkanina sahip olacaktir.

Arastirma kapsaminda, sentetik olarak olusturulan veri seti kullanilarak biiyiik dil
modelleri iizerinde testler gerceklestirilmistir. Deneyler sonucunda %73.33 dogruluk
skoru elde edilmistir. Bu sonuglar, dogal dil isleme tabanli biiyiik dil modellerinin su-
num esnasinda ortaya ¢ikan sorunlar1 ¢6zmede ve akiciligi artirmada etkili bir arag ol-
dugunu gostermektedir. Ayrica, farkl biiyilik dil modelleri {izerinde yapilan optimizas-
yon ¢aligmalariyla dogruluk oraninin daha da yiikseltilmesi hedeflenmektedir. Caligma-
nin ilerleyen asamalarinda ise, model performansini daha da gelistirilmesi amaciyla ¢e-
sitli iyilestirme siiregleri ylriitiilecektir.

Elde edilen bulgular, yapay zeka destekli dogal dil isleme yontemlerinin yalnizca
sunum performansini artirmakla kalmayip, ayn1 zamanda iletigim siire¢lerinin genel ve-
rimliligini de 6nemli dlciide iyilestirebilecegini ortaya koymaktadir. Calismanin, dogal
dil isleme tekniklerinin egitim ve is diinyasindaki uygulamalarina yonelik 6nemli bir
referans kaynagi olmasi ve gelecekteki arastirmalara 151k tutmasi 6ngoriilmektedir. Bu
baglamda, sunum kalitesini ve akiciligini optimize etmeye yonelik yenilik¢i ¢éziimler,
daha etkili bilgi aktarimi ve iletisim siireglerinin gelistirilmesi agisindan biiyiik bir po-
tansiyel tagimaktadir.

1.  llgili Calismalar

Dogal dil isleme (NLP) teknolojilerini kullanarak sunum performansini artirmayi
hedefleyen bu calisma, mevcut literatiirdeki calismalardan belirgin sekilde ayrisan ye-
nilik¢i bir ¢oziim sunmaktadir. Geleneksel konferans sunumlarinin igerigine ve konus-
macinin performansina ayni anda odaklanan sistem, konugmacinin unutulan veya atla-
nan konularin1 ger¢cek zamanli olarak tespit etmekte ve anlik geri bildirimlerle sunumu
desteklemektedir. Literatiirde yapilan kapsamli incelemeler neticesinde, dnerilen ca-
ligma ile baz1 yonlerden benzer 6zellikler tagiyan sistemler bulunmakla birlikte; incele-
nen ¢alisma, uyguladig1 yontem, hedefledigi kullanici grubu ve sundugu geri bildirim
mekanizmalarinin kapsami agisindan 6nemli 6lgilide farklilagmaktadir.
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Zhao ve Fei (2022) tarafindan gelistirilen Anthropomorphic Oral Presentation As-
sistant ¢aligmasinda, konusmacinin tek bagma pratik yaparken gergek mekana dalmis
hissetmesi i¢in antropomorfik bir sensor olan "Xiaofei" sunum pratik alaninin izleyici
pozisyonuna yerlestirilmistir. Konugsmacinin performansina gore Xiaofei, giiliimseme,
ifadesizlik, aglama ve saskinlik gdsterebilmektedir. Bu ¢alisma prova odakliyken one-
rilen incelenen ¢aligmanin ayrisan noktasi konusmaciya sunum sirasinda gercek za-
manli destek saglamasidir (Zhao & Fei, 2022).

Kurihara ve arkadaglar1 (2007) tarafindan gelistirilen Presentation Sensei ¢aligma-
sinda, sunum provasi sirasinda konusmaciya hiz, g6z temasi ve zamanlama gibi konu-
larda aninda geri bildirimler sunulmustur. Bu sistem, mikrofon ve kamera ile analiz ya-
parak esik degerleri asildiginda uyari saglamaktadir. Onerilen sistemden farkli olarak
incelenen ¢aligma sunum esnasinda igerik geri bildirimi saglayarak konugmacinin su-
num akisini optimize etmektedir (Kurihara et al., 2007).

Powtoon ve Mentimeter gibi yazilimlar sunum oncesinde igerik olusturmakta ve
sonrasinda geri bildirim toplamaktadir (Mentimeter, 2024; Powtoon, 2024). Ancak, bu
yazilimlar konugmaciya anlik sunum ydnetimi saglamamaktadir. Inoue ve arkadagslar
(2014) tarafindan yapilan ¢alismada, izleyicilerden gelen geri bildirimlerin aninda gor-
sellestirilmesi hedeflenmistir. Bu etkilesim odakli yaklagimlarin aksine incelenen ca-
lisma, sunum sirasinda konusmaciya dinamik icerik geri bildirimi sunmaktadir (Inoue
et al., 2014).

Yi ve arkadaglar1 (2020) tarafindan gelistirilen Presentation Trainer ¢aligmasinda,
konugmacimin beden dili ve ses tonu izlenerek geri bildirim saglanmustir. incelenen ca-
ligma ise fiziksel geri bildirim mekanizmasindan ayrisarak, unutulan veya atlanan bas-
liklar1 analiz ederek geri bildirim sunmaktadir. Bu yontem, sunumun anlam biitiinlii-
giinii ve etkisini artirmay1 hedeflemektedir (Yi et al., 2020).

Topluluk 6niinde konusma kaygisina odaklanan Stop Bad Real-time Feedback (Fu-
jimoto et al., 2023) ve VR tabanli sunum egitimi sunan Bachmann ve arkadaslarinin
(2023) calismasinda, sahne korkusunun azaltilmas: amaglanmistir. Incelenen calisma,
bu yaklagimlardan farkli olarak sunum icerigini ve akigin1 yonetmeye odaklanmaktadir
(Bachmann et al., 2023; Fujimoto et al., 2023).

Zhao ve Fei (2022) ile Yi ve arkadaslarinin (2020) ¢aligmalari, konusmacinin jest
ve mimiklerini iyilestirmeye odaklanirken, incelenen ¢alisma dogal dil isleme (NLP)
teknolojileri kullanarak konusmacinin atladigi basliklar belirleyip gercek zamanl geri
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bildirimler sunmaktadir. Bu yaklagim, sunumun etkisini ve anlam biitiinliiglinii artirarak
konusmacimin performansini en tist seviyeye ¢ikarmay1 amaglamaktadir.

TD Commons tarafindan gelistirilen projelerde, konusmacinin biyometrik verileri
kullanilarak anksiyete ve sahne korkusu 6l¢iilmekte ve buna gore geri bildirim saglan-
maktadir (Agrawal & Itankar, 2020). Ancak incelenen ¢aligma, ruhsal duruma odaklan-
maktan ziyade, sunum igerigine odaklanarak igerik tabanli geri bildirim saglamaktadir.

Trinh ve arkadaglarinin (2017) RoboCOP calismasinda, sunum yapan kisilerin ko-
nugma kalitesi, icerik kapsami1 ve izleyiciyle etkilesimi analiz edilerek, antropomorfik
bir robot kog aracihigiyla gergek zamanli geri bildirim saglanmaktadir. incelenen ca-
ligma, bu fiziksel geri bildirim mekanizmasindan ayrisarak, dogal dil isleme teknoloji-
leriyle konusmacinin igerigini analiz edip unutulan noktalar1 hatirlatarak sunumun pro-
fesyonelce yonetilmesini saglamaktadir (Trinh et al., 2017).

Sonug olarak, literatiirde gelistirilen mevcut ¢caligmalardan farkli olarak incelenen
caligma tamamen igerik yonetimine odaklanan yenilik¢i bir yaklagim benimsemektedir.
Sistem, dogal dil isleme teknolojileri ile gergek zamanli olarak konusmanin igerigini
analiz ederek sunum sirasinda unutulan veya atlanan noktalar tespit etmekte ve anlik
geri bildirimlerle konugmacinin sunum akigini profesyonelce yonetmesinin uygulanabi-
lirligini ve gelistirme siirecini kapsamaktadir.

2.  Metodoloji

Onerilen sistemde, konusmaci énceden belirledigi konu baslklarini algoritmaya
girdi olarak sunmakta ve bu basliklar1 6nem derecelerine gore siniflandirmaktadir. Su-
num sirasinda konusmacinin sesinin ger¢cek zamanl olarak kaydedilmesi kurgulanmis
olmakla birlikte, sesten metne ¢evirme (Speech-to-Text) teknigiyle metne doniistiiriilen
veri, sistem tarafindan 6nceden saglanan konu basliklariyla anlam benzerligi a¢isindan
eslestirilmektedir.

Eslestirme islemi tamamlandiktan sonra anlatilmamig veya atlanmis konu bagliklar
varsa belirlenir. Daha sonra yeni bir konu baslig1 dnerisi algoritma tarafindan belirlenir.
Bu 6neri, metinden ses ¢evirme (Text-to-Speech) teknigi kullanilarak sese doniistiriiliir
ve konusmaciya geri bildirim olarak sunulur. Onerilen sistem bir nevi "gériinmez des-
tek" olarak adlandirilabilir. Bu destek, konugmacinin sunum sirasinda kendine olan gii-
venini artirarak daha akici bir sunum gergeklestirmesine olanak tanir.
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2.1. Veri Seti

Calismada kullanilan veri seti, siire¢ boyunca sentetik olarak iiretilmistir. Veri seti,
gelistirilmis algoritmanin temel bilesenlerini kapsayacak sekilde olusturulmus; konu
bagliklari, test girdileri ve testler sonrasi elde edilen sonuglari icermektedir. Cesitli su-
num senaryolar1 lizerinden test edilerek, modelin farkli baglamlarda performansini de-
gerlendirme amaci giidiilmiistiir. Elde edilen bulgular, sonraki asamalarda kullanilacak
modellerin gelistirilmesi ve iyilestirilmesi i¢in bir temel teskil etmektedir.

Tablo 1. Veri Setinden Ornek Bir Kesit

Konu Baslik- Test Ciimleleri  unsloth/llama- GPT 40 Deepseek-
lar 3-8b-Instruct- mini RI:7b
bnb-4bit (TR- (Tiirkge ve- (TR-EN
EN Ceviri Mo- riler tize- Ceviri
deli:Helsinki- rinden) Eti- Mo-
NLP/opus-mt- keti  deli:Hel-
tc-big-tr-en) sinki-
Etiketi NLP/opus-
mt-tc-big-
tr-en) Eti-
keti
Yapay zekalar
ve beyin-bilgi-
Dijital zeka ar- sayar arayliz-
tirma nasil ¢ali-  leri, kullanici- FN TP FN
s1r? nin zihin fonk-
siyonlarini diji-
tal ortamda ge-
listirir.
inertial (eylem- Newton yas‘ala-
siz) referans rinin gegerli ol-
dugu, sabit hizla TP FN TP

sistemi ne an-
lama gelir?

veya durgun
halde bulunan
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Aile faktorii il-
kokul 6grenci-
lerinin ruh sag-
liginda nasil bir
rol oynar?

Modern gastro-
nomide siirdii-
rillebilirlik ne-
den 6nemlidir?

COVID-19 vi-
riisii nasil bula-
sir ve yayilir?

referans siste-
midir.
Ebeveynlerin
¢ocuklarma
kars1 destekle-
yici tutumlari,
onlarin psikolo-
jik saghigini
olumlu etkiler.
Ulke kiiltiiriinii
yemekler araci-
lig1yla uluslara-
rast alanda ta-

nitma stratejisi-
dir.

Viriis, enfekte
bir kisinin solu-
num yolu dam-
laciklar1 yoluyla
hizla yayilabilir.

TP TP TP
N TN FP
TP TP TP

Tablo 1

Tablo 1°de sunulan veri setinden 6rnek bir kesit, calismanin kapsamini ve yapisini daha

iyi aciklamak amaciyla paylasilmistir. Bu kesitte yer alan:

132

e Konu Bagliklari: Konusmacinin sunum igin dnceden belirledigi temel igerik-

leri simgeler.

e Test Girdileri: Konugmacinin ses kayitlarini ve bu kayitlarin metne dontistii-
rillmiis hallerini temsil eder.

e Etiketler: Modelin konu bagliklarini eslesme durumunu simgeler.
o TP (True Positive): Dogru pozitif; istenen dogru eslestirmeyi ifade

eder.
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o FP (False Positive): Yanlis pozitif; istenmeyen dogru eslestirmeyi

ifade eder.

o TN (True Negative): Dogru negatif; istenen yanlis eslestirmeyi ifade
eder.

o FN (False Negative): Dogru negatif; istenen yanlis eslestirmeyi ifade
eder.

Veri seti lizerinde yapilan analizler sonucunda elde edilen etiketlerden dogruluk
(accuracy), kesinlik (precision), duyarlilik (recall) ve 6zgiilliik (specificity) oranlari elde
edilmistir. Bu oranlar dogrultusunda F1 skoru hesaplanmistir. Hesaplanan bu metrikler,
modelin etkinligini ve bagar diizeyini degerlendirmek i¢in kritik bir rol oynamaktadir.

Bu yapi, biiyiik dil modellerinin bu spesifik gorev icin degerlendirilmesi ve daha
ileri seviyede iyilestirme galigmalar i¢in saglam bir temel saglamaktadir.

2.2.  Algoritma

Asagida verilen algoritma, sunum yapan kisinin konugsmasimi analiz ederek unut-
tugu veya atladig1 konular1 tespit etmeyi ve bu konularda geri bildirim saglamay1 amag-
layan siireci agiklamaktadir. Siire¢, konugmacinin sunum planini algoritmaya tanitma-
styla baglar. Konugma sirasinda, sunum yapan kisinin sesi kaydedilir. Konusma igerigi,
sesten metne ¢evirme teknolojisiyle metne doniistiiriiliir ve biiyiik dil modeline girdi
olarak verilir. Dil modeli, girilen bilgilerin sunum planindaki bagliklarla uyumlu olup
olmadigim kontrol eder. Uyumlu girdi, eger sunum planinda bir baslik ile eslesiyorsa
baslik isaretlenir; aksi durumda algoritma, anlatilmayan konular1 belirler ve liste halinde
sunar. Anlatilmayan konularin analizi sonrasinda, algoritma sunum sirasina uygun yeni
bir baglik 6nerir. Bu baslik, metinden sese ¢evirme teknolojisiyle sesli geri bildirim ola-
rak kullaniciya iletilir. Bu yapi, konugmacinin sunum sirasinda anlatilmamis veya at-
lanmis konu bagliklarini hatirlamasina olanak taniyarak, sunum kalitesini artirmayi1 ve
sunumun akiciligini korumay1 amaglar.
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Basla

A

Uygulamaya sunum
planinin verilmesi

Konusmacinin
sesinin dinlenmesi

B|

Speech-To-Text
isleminin
gerceklestirilmesi

Olusturulan metnin
kaydedilmesi

( Bitir

E

Anlatilmayan konu
kalmadigina dair

»

Biuyuk dil modeline
girdi olarak
verilmesi

Geriye N .

— C

/ N\
/"~ Blylk dil ™\
/ modeli girdisi sunum™
planmindayer
N\ alyor mu? y /

/

Evet

Eslesen konu
| baghginin anlatldi

SEl T . 4}/ anlatimaya uygun
- geri bildirimin “‘— Hayir e kayldn n)'!"g” - olarak Hayw
saglanmasi : / isaretlenmesi
AN /
Evet
D - - v
Text-To-Speech ,
| isleminin giktisinin Secilen konu
| geri bildirim olarak bashgina Uygun konu Anlatiimayan uygun
konusmaciya [— Text-To-Speech «—— baghginin < konu bashklarinin
yonlendirilmesi igleminin segilmesi listelenmesi
gerceklestirilmesi
Diyagram 1
A. Baslangi¢c Asamasi

Basla: Sunum siireci burada baslar.

Uygulamaya sunum planinin verilmesi: Sunum plani, kullanici tarafindan sisteme
verilir. Bu plan, sunumun hangi bagliklar1 kapsadig1 ve hangi konulara odaklanacagi
gibi bilgileri igerir. Bu adim, sistemin ¢alismaya baslamasi i¢in kritik bir baglangi¢ nok-

tasidir.
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B. Veri Toplama Asamasi
Bu boliim, konusmacimin sesinden verilerin toplandigi adimdir.

Konusmacinin sesinin dinlenmesi: Sunum sirasinda konugmacinin sesi sistem tarafin-
dan dinlenir.

Speech-To-Text igsleminin gergeklestirilmesi: Konugsmacinin sdyledikleri metne doniis-
tiiriilerek islenebilir hale getirilir.

Olusturulan metnin kaydedilmesi: Doniistiiriilen metin, analiz edilmek {izere sisteme
kaydedilir.

C. Biiyiik Dil Modeli ile Analiz Asamasi
Bu béliimde sistem, konusmacinin anlattigi konuyu sunum planina gore analiz eder.

Biiyiik dil modeline girdi olarak verilmesi: Speech-to-Text sonucu elde edilen yazili
metin, biiyiik dil modeline gonderilir.

Biiyiik dil modeli girdisi sunum planinda yer aliyor mu?
e Evet: Eger metin sunum planindaki bir konu baghgiyla eslesirse, Eslesen konu bas-
liginin anlatildigi olarak isaretlenmesi adimi yapilir.
e Hayir: Eger eslesme saglanmazsa sistem, uygun bir sonraki adim1 degerlendirir.

Geriye anlatilmaya uygun konu kaldi m1?

e Evet: Anlatilmayan uygun konu bagliklarinin listelenmesi gerceklestirilir.
e Hayir: Siire¢ tamamlanir ve veriler raporlanmak {izere hazirlanir.

Uygun konu bagliginin sec¢ilmesi: Sunum plania gore bir sonraki anlatilacak konu be-
lirlenir.

D. Konu Secimi ve Geri Bildirim Asamasi

Bu béliimde sistem, anlatilacak bir sonraki konuyu belirler ve geri bildirim sunar.
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Secilen konu bagligina Text-To-Speech isleminin gergeklestirilmesi: Belirlenen konu
baslig1, metinden sese doniistiiriilerek sistem tarafindan konusmaciya geri bildirim sag-
lanir.

Text-To-Speech isleminin ¢iktisinin geri bildirim olarak konusmaciya yonlendirilmesi:
Olusturulan sesli geri bildirim konusmaciya iletilir.

E. Siirecin Sonlandirilmasi
Bu bélimde sunum siireci tamamlanair.

Anlatilmayan konu kalmadigina dair geri bildirimin saglanmasi: Konugsmacinin anlata-
bilecegi herhangi bir konu kalmayinca, konusmaciya sunumun tamamlandigina dair
sesli geri bildirim iletilir.

Bitir: Sunum siireci burada sonlanir.
2.3.  Ince Ayar (Fine Tuning)

Calismada, farkli biiyiik dil modelleri kullanilarak test edilen veri kiimesi iizerin-
den temel modelin bagar1 oranlar1 degerlendirilmistir. Ardindan, meta-llama/Llama-3.1-
8B-Instruct modeli, calisma igin sentetik olarak hazirlanan veri kiimesi iizerinde fine-
tuning (ince ayar) islemine tabi tutulmus ve modelin dogruluk (accuracy) degeri, egi-
time baslamadan onceki %62,50 seviyesinden %73.33 seviyesine yiikseltilmigtir. Bu
stirecte cesitli fine-tuning yontemleri uygulanarak modelin performans iyilestirmesi
saglanmistir.

Hesaplama maliyetlerini minimize etmek amaciyla, 16.400 senaryodan olusan veri
kiimesinin 2.000 6rnek senaryo (10.000 satir) i¢eren kiiciik bir boliimii kullanilarak fine-
tuning islemi ger¢eklestirilmistir. Veri kiimesi, %70 egitim ve %30 test olmak iizere
ikiye ayrilmistir. Modelin 6zellestirilmesi icin LoRA (Low-Rank Adaptation) teknigi
tercih edilmistir. LoRA, biiyiik dil modellerinin ince ayar siirecini daha verimli hale
getiren bir yontem olup modelin tiim agirliklarin giincellemek yerine yalnizca belirli
katmanlara eklenen diisiik rankli matrisleri egiterek parametre verimliligini artirmakta-
dir. Bu yaklasim sayesinde hem bellek kullanim1 optimize edilmis hem de hesaplama
maliyetleri dnemli 6l¢iide azaltilmistir.

Fine-tuning siirecinde, dikkat (attention) mekanizmasina entegre edilen LoRA kat-
manlari, modelin orijinal agirliklarii degistirmeden eklenen yeni parametreler
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araciligtyla 6grenme siirecini gerceklestirmistir. Boylece model, genel yapisini koruya-
rak 0zel bir veri kiimesine etkin bir sekilde adapte olabilmistir. Bu yontem dogrultu-
sunda, 10.000 satirlik JSON formatinda ingilizce veri kiimesi kullanilarak modelin per-
formansi yiikseltilmeye ¢alisilmistir. Fine-tuning islemi tamamlandiktan sonra, dogru-
luk (accuracy) ve F1 skorlar1 hesaplanarak modelin performans metrikleri 6l¢tilmiistiir.

3.  Deneysel Analiz

Calismada, farkli biiyiik dil modelleri (LLM) iizerinde gergeklestirilen testler ve
elde edilen 6l¢iim metrikleri detayl olarak incelenmistir. Calismanin temel amaci farkl
biiyiik dil modellerin performanslarini karsilastirmak ve en az maliyetle en basarili so-
nug¢ veren modeli belirlemektir. Degerlendirme siirecinde F1 skoru, dogruluk (accu-
racy), duyarlilik (recall), kesinlik (precision) ve yanlig pozitif orani (false positive rate)
gibi metrikler hesaplanarak modellerin performanslar analiz edilmistir.

[k olarak, unsloth/llama-3-8b-Instruct-bnb-4bit modeli, Helsinki-NLP/opus-mt-
tc-big-tr-en modeliyle Tiirkge’den Ingilizce’ye geviri yapilarak degerlendirilmistir. Bu
modelin, 9180 test verisi i¢in F1 skoru %29,20, dogruluk oran1 %58,47 olarak hesap-
lanmistir. Duyarlilik oraninin %85,62 gibi yiiksek bir seviyede olmasina karsin, kesinlik
degeri yalnizca %17,59 seviyesinde kalmistir. Bu durum, modelin yanlig pozitif tahmin-
lerinin yiiksek oldugunu ve belirli kategorilerde yogunlastigin1 gostermektedir. Modelin
tahmin performansi su sekilde dlciilmiistiir: 786 dogru pozitif (TP), 4.582 dogru negatif
(TN), 3.680 yanlis pozitif (FP) ve 132 yanlis negatif (FN).

Buna karsilik, GPT-40-mini modeli dogrudan Tiirk¢e verilerle test edildiginde,
onemli dl¢lide daha yiiksek bir performans sergiledigi gézlemlenmistir. Bu modelin F1
skoru %57,01, dogruluk oram1 %88,26, duyarlilik oram %77,86 ve kesinlik degeri
%44,96 olarak hesaplanmistir. Yanlis pozitif orani ise %10,57 seviyesine diigmiistiir.
Modelin tahmin performansi su sekilde belirlenmistir: 714 dogru pozitif (TP), 7.389
dogru negatif (TN), 874 yanlis pozitif (FP) ve 203 yanlis negatif (FN). Elde edilen so-
nuglar, GPT-40-mini’nin dogal Tiirk¢e verilerle egitilmis olmasinin model performan-
sin1 dogrudan artirdigini ve yanlis pozitif oranimi diisiirdiiglinii ortaya koymaktadir.

DeepSeek-R1:7B modeli ise, Helsinki-NLP/opus-mt-tc-big-tr-en modeli ile ¢eviri
yapilarak Tiirk¢e’ye adapte edildiginde, modelin performansinin F1 skoru %27,43, dog-
ruluk orant %61,84, duyarlilik orant %72,11 ve kesinlik degeri %16,93 olarak ol¢iil-
miistiir. Modelin tahmin performansi su sekilde belirlenmistir: 662 dogru pozitif (TP),
5.015 dogru negatif (TN), 3.247 yanlis pozitif (FP) ve 256 yanlis negatif (FN).
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Fine-tuning isleminin tamamlanmasinin ardindan, fine-tuned Meta-Llama-3.1-8B-
Instruct modelinin performans metrikleri giincellenmis ve diger modellerle kiyaslana-
bilir hale getirilmistir. Yapilan ince ayarlarla modelin dogruluk orami %58,97’den
%73.33’e yiikseltilmistir. Bu sonug, fine-tuning siirecinin modelin Tiirk¢e metinleri an-
lamlandirma ve dogru smiflandirma kapasitesini 6nemli 6l¢iide artirdigini géstermek-
tedir.

4. Tartisma

Bu ¢alismada, biiytik dil modellerinin ilgili konudaki performansi gesitli metrikler
iizerinden detayli bir sekilde incelenmistir. Bulgular, kullanilan modeller arasinda be-
lirgin performans farkliliklar1 oldugunu gostermektedir. Ozellikle, dogrudan Tiirkge ve-
rilerle egitilen GPT-40-mini modelinin, geviri yontemiyle kullanilan modellere kiyasla
daha ytiksek dogruluk oranlar1 ve daha diisiik yanlis pozitif oranlar1 sundugu tespit edil-
mistir. Bu durum, ¢eviri siirecinin performans kaybina neden oldugunu gostermektedir.
Ceviri i¢in kullanilan Helsinki modeli, giincel ¢evirilere kiyasla gorece zayif kalmigtir.
Buna karsin, Python’daki deep-translator 1.11.4 kiitiiphanesinin baglam1 daha iyi yaka-
ladig1 belirlenmistir. Gelecek ¢calismalarda ¢eviri adimi kullanilacaksa, daha yiiksek per-
formans elde edebilmek i¢in daha gelismis bir ¢geviri modelinin tercih edilmesi gerektigi
gorlilmektedir. Ancak, geviri siireci tamamen ortadan kaldirildiginda—ki bunun i¢in
modelin 6nceden Tiirkce veri setiyle egitilmis olmasi1 gerekmektedir—GPT-40-mini 6r-
neginde oldugu gibi performansin énemli 6l¢giide artacagi ongoriilmektedir.

Yapilan bu ¢alisma konusmaciya destek olmasi igin gelistirilmis olmakla birlikte
sunum esnasinda yasanabilecek anksiyete gibi psikolojik sorunlardan ortaya ¢ikan per-
formans kaybinin tamamen Oniine gecemeyecektir.

Caligsmanin performansi biiyiik dil modellerinin performansina bagl kalmaktadir.
Dolayisiyla destekleyebilecegi diller de kullanilacak biiyiik dil modelinin egitilmesinde
kullanilan dil se¢cenegine bagl kalacaktir. Ayn1 zamanda performans, egitimde kullani-
lan veri boyutuna ve istenilen gorevin genellenebilir olmasina baglidir. Yiiksek perfor-
mans yani yiiksek dogruluk istedigimiz zaman hesaplama hizi azalabilmektedir. Oysa
sunum sirasinda modelin ¢ikt1 verme hizi son derece 6nemlidir. Bu nedenle hiz ve dog-
ruluk arasinda bir denge bulunmasi gerekmektedir.

Fine-tuning stireci, Meta-Llama-3.1-8B-Instruct modelinde dikkate deger bir iyi-
lesme saglamistir. Ozellikle, modelin dogruluk oranindaki artis ve yanlis pozitif oranin-
daki azalma, fine-tuning siirecinin etkinligini agik¢a ortaya koymaktadir. Bu bulgu, dil
modellerine 6zel ayarlamalar yapmanin model performansini iyilestirmede 6nemli bir
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strateji oldugunu gostermektedir. Elde edilen sonuglar, fine-tuning siirecinin dil modeli
performansini artirmada kritik bir rol oynadigin1 ve modelin dil spesifik 6zellikleri daha
iyi anlamlandirmasini sagladigini ortaya koymaktadir.

Bu ¢aligmanin bulgulari, gelecekteki arastirmalar igin birka¢ dnemli 6neri sunmak-
tadir. Oncelikle, farkli bilyiik dil modelleri iizerinde yapilan daha genis ¢aph karsilas-
tirmalar, modellerin genel dogrulugu ve giivenilirligi hakkinda daha kapsamli sonuglar
elde edilmesini saglayacaktir. Ayrica, Tiirk¢e'nin kendine 6zgii dil yapilaria yonelik
daha derinlemesine ince ayar siireclerinin uygulanmasi, modellerin Tiirk¢edeki dilsel
ozelliklere daha etkin bir sekilde adapte olmasina olanak taniyacaktir. Bu durum, model
performansini daha da iyilestirebilir.

Calismada hedeflenen gergek zamanlh ses analizi ve konu bagligi hatirlatma 6zel-
likleri, her sunumdan 6grenen ve bu §grenme siirecini bir sonraki kullanici deneyiminde
uygulayan bir yapay zeka altyapisi {izerine insa edilebilir. Bu sayede, her yeni veri ile
kendini yenileyen bir algoritma olusturabilir ve her kullanicisinin deneyiminden besle-
nerek daha gelismis bir destek sunabilir. Ornegin, her sunumdan elde edilen veriler dog-
rultusunda konusma hizi, tonlama, konu akis1 ve sunum dinamikleri gibi faktdrlerin ana-
lizi detaylandirilmasi ve sonraki siiriimlerinde daha hassas ve verimli bir geri bildirim
mekanizmasi saglanabilmesi diisiiniilebilir. Yapay zeka alanindaki gelismelere ve kul-
lanict geri bildirimlerine uyum saglayarak siirekli giincellenebilir.

Calismanin kullanici dostu bir arayiiz ve gelistirilmesi sayesinde profesyonellerden
Ogrencilere, sunum yapma ihtiyaci duyan her bireyin kullanimina uygun, kisisellestiri-
lebilir bir asistan sunulabilir.

5.  Sonuglar

Asagidaki resimlerde bulunan karmagiklik matrisleri, farkli dil modellerinin (GPT-
40-mini, deepseek-rl:7b ve unsloth/llama-3-8b-Instruct-bnb-4bit) siniflandirma perfor-
mansini karsilastirmali olarak degerlendirmektedir. GPT-40-mini (TR) modeli, diger
modellere kiyasla yiiksek dogru pozitif orani ve diisiik yanlis pozitif orani ile en yiiksek
basariya sahip model olmustur. Deepseek-r1:7b (TR-EN) modeli, yanlis negatif tahmin-
lerde en yiiksek degeri gostermistir; bu da modelin hatali bir sekilde olumsuz tahmin
yapma egiliminde oldugunu gostermektedir. Unsloth/llama-3-8B-Instruct-bnb-4bit
(TR-EN) modeli ise yanlis negatif oran1 agisindan en diisiik degeri verse de yanlis po-
zitif tahminlerinde ciddi bir artig gézlenmistir. Bu durum, modelin hatali sekilde olumlu
tahmin yapma egiliminde oldugunu ancak yanlis negatiflerden kagmmada diger
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modellere gore kismen daha iyi oldugunu gostermektedir. Genel olarak, higbir model
ideal bir performans sergileyememis olsa da dil ve veri yapisina bagli olarak farkl hata
tiirlerinde degiskenlik gosterdikleri belirlenmistir.

unsloth/llama-3-8b-Instruct-bnb-4bit (TR-EN) GPT 40-mini (TR)
450!
7000
400(
6000
L] o
350( S
£ =
- 5000
o -3000 ®
= =
o
’% 2500 @ - 4000
(=] [a]
3 3
o -2000 @
5 5 - 3000
(U] (U]
- 150( o
% 5 2000
. 100( =
1000
500
Positive Negative Positive . _ Negative
Tahmin Edilen Degerler Tahmin Edilen Degerler

deepseek-rl:7b (TR-EN)

5000
° 4000
3
=
1Y
]
b
g -3000
0
o
X
]
W
o
3 2000
Q
K
£
1000
140

Posiltive Negative
Tahmin Edilen Degerler



Disiplinler Arasi Dil Arastirmalari Dergisi [DADA]
International Journal of Interdisciplinary Language Studies [IJILS]

Sunum kalitesini artirmaya yonelik gelistirilen algoritma daha da optimize edilme-
lidir. Algoritmanin, konugmacinin eksik veya unutulmus konularin1 daha dogru bir se-
kilde tespit etmesi ve geri bildirim siirecini daha verimli hale getirmesi gerekmektedir.
Gelecekte, bu algoritmalarmn egitim teknolojileri ve profesyonel sunum asistanlar1 gibi
alanlarda 6nemli katkilar sunabilecegi 6ngoriilmektedir.

Caligmanin ilerleyen asamalarinda, sistemin bir mobil uygulama olarak gelistiril-
mesi ve daha genis bir kullanict kitlesine ulastirilmasi, uygulanabilirlik agisindan
onemli bir adim olacaktir.

Arastirma ve Yaymn Etigi Beyam

Bu makale i¢in etik kurul izni alinmasina gerek yoktur. Arastirma ve yayin etigine
uygun hareket edilmistir

Yazarlarin Makaleye Olan Katkilar

Yazar 1’in makaleye katkis1 %25, Yazar 2’nin makaleye katkis1 %25, Yazar 3’{in
makaleye katkis1 %25, Yazar 4’iin makaleye katkis1 %25°dir.

Destek Beyani

Arastirma herhangi bir kurum veya kurulus tarafindan desteklenmemistir.
Cikar Beyam

Makalenin yazarlar1 arasinda herhangi bir ¢ikar ¢atigmasi bulunmamaktadir.
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Extended Summary

Presentations are an essential communication tool in both business and educational set-
tings, playing a crucial role in the effective transfer of knowledge and ideas. The success of
a presentation largely depends on its fluency, clarity, and the speaker’s ability to engage the
audience. However, delivering a seamless presentation can be challenging, as speakers often
encounter various obstacles that disrupt their flow and reduce the overall impact. These
challenges include forgetting key points, skipping essential information, and experiencing
anxiety or excitement that affects speech delivery. Overcoming these difficulties is vital for
ensuring an effective and engaging presentation. This study aims to address these challenges
by leveraging natural language processing (NLP) techniques, a subfield of artificial intelli-
gence, to enhance presentation fluency and coherence.

The primary objective of this research is to improve the effectiveness of presentations
using large language models (LLMs). These advanced Al models have demonstrated their
capability to process and generate human-like text, making them suitable for assisting spe-
akers in real-time. One of the key strategies in this study involves fine-tuning LLMs to en-
hance their adaptability to different presentation scenarios. By training these models on re-
levant data, they can better understand presentation structures, recognize critical points, and
generate helpful prompts for speakers. Additionally, text-to-speech (TTS) and speech-to-
text (STT) conversion techniques are integrated into the system to facilitate real-time feed-
back, allowing speakers to receive instant support and guidance during their presentations.

To ensure the effectiveness of the proposed system, a synthetically generated dataset
was utilized. This dataset was designed to simulate real-world presentation scenarios, enab-
ling the controlled testing and evaluation of various large language models. The use of synt-
hetic data allows for a more comprehensive assessment of the models’ ability to assist spe-
akers, ensuring that the system is optimized for different presentation styles and contexts.
Several LLMs were tested to determine their efficiency in maintaining the flow of a presen-
tation, reinforcing key points, and preventing speakers from skipping critical information.
The results from these evaluations provided valuable insights into the strengths and limita-
tions of different models, guiding further optimization efforts.

Fine-tuning is a process in which pre-trained models are further trained on domain-
specific data to improve their accuracy and contextual understanding. By applying fine-tu-
ning techniques, the models in this study were systematically optimized to provide more
precise and relevant help to speakers. These findings highlight the potential of LLMs to
revolutionize the way presentations are delivered.

Another crucial component of this study is the evaluation of how effectively LLMs,
TTS, and STT technologies work together to enhance presentations. TTS enables the
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conversion of text into vocal feedback, allowing speakers to maintain their flow without
losing track of their topic. STT, on the other hand, allows for the real-time transcription of
speech, enabling the system to analyze spoken content and provide immediate feedback or
suggestions. The integration of these technologies ensures a seamless and interactive sup-
port system that adapts to the speaker’s needs, reducing common presentation challenges
and improving overall fluency.

The results of this research show that leveraging fine-tuned big language models
can significantly improve presentation quality. The ability of Al-powered solutions to pro-
vide real-time feedback and guidance has proven to be effective in increasing speaker con-
fidence and audience engagement.

Future work could further increase the adaptability and effectiveness of the system
by also exploring the expansion of the dataset to include a wider range of presentation styles
and languages.

In conclusion, this study highlights the transformative potential of NLP-assisted
solutions in improving presentation. By integrating fine-tuned LLMs with TTS and STT
technologies, the proposed system effectively addresses common speaker challenges and
enables a more fluid and engaging presentation experience. The ability to provide real-time
feedback, reinforce topics and assist speakers in maintaining coherence has made Al-driven
solutions a communication enhancement. As advances in NLP and Al continue to develop,
the future of presentation technology promises even greater innovation, paving the way for
more efficient and effective public speaking experiences.
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