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Oz: Bu galismanin amaci, Tiirkiye’de hisse senedi piyasastyla iliskili olabilecek
anahtar kelimelere yonelik Google aramalarmin, BIST100 endeksi getirileriyle olan
iliskisini incelemektir. Bu kapsamda 27.10.2019-20.10.2024 dénemine ait haftalik
veriler kullanilarak “altin”, “borsa”, “borsa Istanbul”, “bitcoin”, “dolar” ve “hisse
senedi” anahtar kelimelerine iliskin Google arama hacimleri ile BIST100 endeksi
getirileri analiz edilmistir. Analizde, hata terimlerinde normallik ve degisen varyans
sorunlarinin bulunmasi nedeniyle robust en kiigiik kareler yontemi tercih edilmistir.
Elde edilen bulgular, bazi arama terimleri ile BIST100 getirileri arasinda istatistiksel
olarak anlaml iliskiler bulundugunu gostermektedir. Buna gore “borsa” ve “borsa
Istanbul” aramalar1 ile BIST100 getirileri arasinda negatif yonlii, “dolar” ve “hisse
senedi” aramalart ile ise pozitif yonlii iliskiler tespit edilmistir. Buna karsilik “altin”
ve “bitcoin” aramalarina iligskin katsayilar istatistiksel olarak anlamli bulunmamustir.
Bulgular, Google arama verilerinin yatirimci ilgisini yansitan tamamlayici gostergeler
olarak finansal piyasa analizlerinde kullanilabilecegine isaret etmektedir.

Anahtar Kelimeler: Google Trends, Borsa Istanbul, Robust Regresyon Analizi.

Abstract: The aim of this study is to examine the relationship between Google
searches related to keywords that may be associated with the stock market in Tiirkiye
and the returns of the BIST100 index. Using weekly data covering the period from 27
October 2019 to 20 October 2024, Google search volumes for the keywords “gold”,
“stock market”, “Borsa Istanbul”, “bitcoin”, “dollar”, and “stock” were analyzed
together with BIST100 index returns. Due to the presence of non-normality and
heteroskedasticity in the error terms, the robust least squares method was employed.
The findings indicate that there are statistically significant relationships between
some search terms and BIST100 returns. In particular, searches for “stock market”
and “Borsa Istanbul” are negatively associated with returns, whereas searches for
“dollar” and “stock” exhibit a positive association. In contrast, the coefficients of
“gold” and “bitcoin” are not statistically significant. Overall, the results suggest that
Google search data may serve as complementary indicators reflecting investor
attention in financial market analyses.

Keywords: Google Trends, Istanbul Stock Exchange, Robust Regression Analysis.
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1. Giris

Hisse senedi piyasalar siyasi olaylar, genel ekonomik kosullar ve yatirimcilarin
beklentileri gibi bircok faktorden etkilenebilmektedir. Hisse senedi piyasalarinin
yoniinii tahmin etme arastirmacilar ve yatirimeilar igcin her zaman ilgi konusu
olmustur. Hisse senedi piyasalarini analiz etmek i¢in farkli yontemler kullanilmakta
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olup bir¢ok parametre dikkate alinarak tahminler yapilmaktadir (Hu, Tang, Zhang ve
Wang, 2018: 188). Temel ve teknik analiz gibi klasik hisse senedi piyasasi tahmin
yontemleri ekonomik, siyasi ve sosyal kosullar1 dikkate alinarak ve ge¢mis verilerin
gelecekte de tekrarlayacagi gibi durumlari varsaymaktadir (Kropinski ve Anholcer,
2022: 8). Fakat teknolojinin hizl1 bir sekilde doniisiim yasadig1 bu giinlerde klasik
olmayan yapay zeka ve makine 6grenme gibi metotlar kullanilmaya baglanmustir.

Son yillarda internet ve teknoloji alaninda yasanan bas dondiiriici gelismeler ve
yenilikler egitimden sosyal iligkilere, aligveristen yeme aliskanliklarina kadar
toplumlarin ve bireylerin hayatlarinda kokli degisiklikler meydana getirmistir.
Eskiden ulasilmasi daha zor olan seyler internetle birlikte daha kolay bir hale
gelmistir. Bunlarin basinda da “bilgi” gelmektedir. Giinlimiiz teknolojisiyle birlikte
bilgiyi arastirma, bilgiye ulasma ve ayni zamanda bilgiyi saklama herkes igin
miimkiin hale gelmistir. Tiiketici konumunda bulunan bireyler mal ve hizmetleri
¢evrimigi olarak aradiklarindan, tiiketiciler tarafindan olusturulan internet arama
hacmi mal ve hizmetler hakkinda bilgi toplamanin yenilik¢i bir yoludur. Arama
hacminin bilgi toplama roliiniin arkasindaki mantik basittir. Arama sorgulari, sorgu
yapanlarin niyetlerini yansitir. Dolayisiyla, belirli bir iiriin i¢in toplam arama hacmi
yiiksek oldugunda, o iiriine yonelik talebin de yiiksek olmast muhtemeldir (Da,
Engelberg ve Gao, 2011a: 1). Toplam arama hacminin gelecekteki ekonomik faaliyeti
de tahmin edebilir. Ornegin filmler igin arama hacmi gise gelirlerini tahmin edebilir,
sarkilar i¢in arama hacmi en iyi sarkilar listesindeki siralamay1 tahmin edebilir ve
video oyunlar i¢in arama hacmi ilk ay satiglarin1 tahmin edebilir (Goel vd., 2010).
Benzer durum yatirim karari alma ve yapma davranslar icin de gegerlidir.
Yatirimeilarin internet tizerinden gergeklestirdigi aramalar, piyasalara yonelik bilgi
talebini ve dikkat diizeyini yansitan bir gosterge olarak degerlendirilmektedir. Bu
baglamda, arama hacimlerindeki degisimlerin hisse senedi piyasalarindaki fiyat
hareketleri ve oynaklikla iliskili olabilecegi literatiirde siklikla vurgulanmaktadir.
(Engelberg ve Gao, 2011b; Vlastakis ve Markellos, 2012; Preis, Moat ve Stanley,
2013).

Internet iizerinden arastirma yapmak daha gok arama motorlariyla yapilmaktadir.
Google gibi arama motorlarindan yatirnm araglarini arastirarak gergek zamanl
bilgilerle yatirim kararlarin1 verebilmektedir. Bu nedenle 6zellikle de Google arama
motoru yatirim kararlarina ¢ok yonlii etki etmektedir (Yiirik ve Kaya, 2022: 1427).
Birgok arama motoru olmasina ragmen kullanim agisindan yaklasik %70°lik paya
sahip olan Google en popiiler arama motorudur (Ilgar, 2023).

Google, yatirnmcilarin piyasalarla ilgili en giincel verilere aninda ulasabilmesini
saglar. Yatirimcilar, hisse senetleri, doviz kuru hareketleri, ekonomik raporlar ve
sirket haberleri gibi finansal bilgilerle ilgili aramalar yaparak, piyasa kosullarini daha
iyi analiz edebilirler. Bu, karar alma siireglerinde hiz ve dogruluk agisindan avantaj
saglar. Ayrica Google arama hacmi, yatirime1 duyarliligina dair 6nemli bir gosterge
olabilir. Ozellikle bir sirket veya yatirim arac1 hakkinda yapilan aramalarin artmast, o
araca olan ilgiyi ve potansiyel talebi artirabilir. Yatirimcilar, bu artis1 bir alim sinyali
olarak degerlendirebilir ve buna gore pozisyon alabilirler. Ornegin, bir sirketle ilgili
olumsuz bir haberin ardindan arama hacminin artmasi, yatirimcilari temkinli olmaya
yonlendirebilir.

Tiirkiye’de son yillarda borsaya ilgi oldukca artmistir. 2019 y1linda Borsa Istanbul’da
islem yapan yaklasik 1 milyon yatirimer varken 2024 yili Kasim ayinda bu say1
yaklasik olarak 7 milyondur (Veri Analiz Platformu, 2024). Mevcut ve potansiyel
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yatirimceilar yatirim kararlart verirken internet arama motorlarindan yatirim araglari
iizerine arastirma yaparak yatirimlarini yapmaktadirlar. Yatirimeilar, Google Trends
gibi araglar kullanarak, hangi sektorlerin veya sirketlerin popiiler oldugunu ve hangi
yatirim araclarinin daha fazla arandigimi gorebilirler. Bu tiir analizler, piyasa
trendlerini belirlemede yardimci olabilir ve yatirimcilarin stratejilerini buna gore
sekillendirmelerine olanak saglar. Yatirim araclarinin fiyat hareketleri ile internet
ortamindaki bilgi yogunlugu arasinda iligki bulunabilecegi ifade edilmektedir (Salisu,
Ogbonna ve Adewuyi, 2020: 2). Ozellikle son yillarda, Google arama hacmi popiiler
bir yatirnmci duyarliligi endeksi haline gelmistir (Bozkurt, 2022: 47). Bireysel
yatirimcilarin yatirim araglar1 hakkinda Google'da yaptiklar1 aramalar, s6z konusu
varliklara yonelik ilgi diizeyinin artmasiyla birlikte gdzlemlenebilmektedir.

Google Trends araciligryla yapilan arama istatistikleri, dogrudan aranma sayilar
yerine 1 ile 100 arasindaki endeks degerleriyle sunulmaktadir. En fazla arama yapilan
donem (giin, ay veya yil olarak belirlenebilen bir zaman diliminde) 100 olarak kabul
edilirken, en az arama yapilan donem 1 olarak belirlenir. Bu sekilde, bir zaman serisi
grafigi olusturulmus olur ve arama hacmindeki artis ve azalmalar kolayca
gdzlemlenebilir. Ayrica, analiz yapilan iilke, bolge ya da sehir bazinda da endeksleme
yapilabilir. Elde edilen sonuclar yalnizca belirli bir {ilke veya bolge i¢in gegerlidir. Bu
sebepten dolay1 tiim internet aramalart ig¢in farkli sonuglar elde edilebilir. Bu
calismada Google Trends tarafindan sunulan arama hacmi verileri “diinya geneli”
kapsaminda elde edilmistir. Google Trends verileri, hem belirli bir iilkeye 6zgii hem
de diinya geneline iliskin arama hacimlerini sunmaktadir. Tiirkiye hisse senedi
piyasasi, kiiresel yatirimcr algisi ve beklentilerinden etkilenebildigi i¢in, diinya
genelindeki arama egilimlerinin BIST100 endeksi ile iliskili olabilecegi
varsayllmaktadir. Ayrica, incelenen anahtar kelime ile ayni donemde aranma
sayilarinda belirgin artig gosteren bagka anahtar kelimelere dair bilgiler de Google
Trends tarafindan sunulur. Bu ek veriler, arastirmaniza etki edebilecek faktorler
hakkinda sizi bilgilendirir.

Bu ¢alismanin amaci, Google’da borsa ile iliskili olabilecek yatirim araglarina yonelik
yapilan aramalarin Tiirkiye hisse senedi piyasasi gostergesi olan BIST100 endeksi
getirileri ile olan iliskisini incelemektir. Bu kapsamda 27.10.2019 — 20.10.2024
donemine ait haftalik veriler kullanilmistir. Analizde, Google Trends iizerinden elde
edilen “Altmn”, “Borsa”, “Borsa Istanbul”, “Bitcoin”, “Dolar” ve “Hisse Senedi”
anahtar kelimelerine iliskin arama hacimleri ile ayn1 doneme ait BIST100 endeksinin
haftalik kapanis degerlerinden hesaplanan getiriler birlikte degerlendirilmistir.

Tiirkiye’de geleneksel yatirim araglari olan altin ve dolara olan talep hisse senedi
piyasasini etkilemektedir. Ozellikle kriz dénemlerinde yatirimcilar hisse senedi
piyasasindan yatirimlarini giivenli liman varlik olarak bu varliklara kaydirmaktadirlar
(Hasan, Hassan, Rashid ve Alhenawi, 2021: 1). Altin ve Dolar kriz donemlerinde hisse
senedi piyasasindan kagiglar i¢in giivenli liman ozelligi gostermektedir. Normal
piyasa kosullarinda ise yatirnmcilar daha fazla risk alarak hisse senedi piyasasina
doniis yapmaktadirlar (Baur ve McDermott, 2010; Baur ve McDermott, 2016; Joy,
2011). Dolayisiyla 6zellikle altin ve dolar yatirimlart hisse senedi yatirimlartyla
oldukea iliskilidir. Benzer durum son yillarin popiiler yatirim araglarindan kripto
paralar i¢inde gegerlidir. Her ne kadar oynak bir yapiya sahip olsa da kripto paralarin
kriz donemlerinde hisse senedi piyasasi karsisinda giivenli liman 6zelligine yonelik
caligmalar literatiirde mevcuttur (Almeida ve Gongalves, 2022; Wang, Zhang, Li ve
Shen, 2019) . Bu agidan en biiyiik kripto para olan bitcoin ise alternatif yatirim araci
olarak hisse senedi piyasalariyla iliskisi sz konusudur. Caligmada diger ele alinan
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anahtar kelimeler ise Tiirkiye’de hisse senedi piyasasiyla dogrudan iliskili olan
terimlerdir. Arama hacimlerindeki artiglar, belirli varliklara yonelik ilginin
yogunlastigina isaret edebildigi ve bu durum islem hacmi ve fiyat hareketleriyle
iligkili olabildigi (Vlastakis ve Markellos, 2012) i¢in hisse senedi getirileriyle de
iligkili olabilecek bu degiskenler tercih edilmistir. Bununla birlikte, hisse senedi
piyasalarindaki fiyat degisimlerinin de yatirimcilarm bilgi arama davranislarimi
tetiklemesi miimkiindiir. Ozellikle piyasalarda oynakhigin arttigi dénemlerde
yatirimcilar alternatif yatirim araglarina yonelik daha fazla arama yapabilmektedir.
Bu nedenle g¢aligma, arama hacimleri ile BIST100 getirileri arasindaki iliskiyi
incelemekte olup, nedensellik iddiasinda bulunmaktan ziyade bu degiskenler
arasindaki es hareketi analiz etmeyi amaglamaktadir.

2. Literatiir Taramasi

Literatiir incelendiginde son yillarda Google aramalari ile yatirim araglari arasindaki
iliskiyi inceleyen ¢aligmalarda bir yogunluk vardir. Google aramalari ile hisse senedi
endeksleri ve diger finansal varliklar arasinda ¢alismalar agagida sunulmustur.

Da, Engelberg ve Gao (2011b) Google'da ¢esitli hisse senetleri igin yapilan arama
hacimlerini, belirli firmalara yonelik yatirimer farkindaliginin bir gostergesi olarak
kullanmay1 o6nermistirler. Google'da yapilan aramalarinin sayisina bakarak, bu
aramalarin halka arz getirileri lizerindeki etkilerini incelemislerdir. Ayrica, Google
Trends’in bireysel yatirimer ilgisinin dogrudan bir 6l¢iisti oldugunu savunmusglardir.
Benzer sekilde Vlastakis ve Markellos (2012) NYSE ve NASDAQ’da islem goren 30
en biiyiik hisse senedi hakkinda Google’da yapilan arama hacmi ile iglem hacmi ve
getiri oynakligi arasinda pozitif iliskinin oldugunu ortaya koymuslardir.

Preis, Moat ve Stanley (2013) bireysel hisse senetleri i¢in 6nerilen Google Trends
stratejilerini  genellestirerek Dow Jones Sanayi Endeksi’ne (DJIA) uygulamistir.
Caligmada, 98 farkli arama terimi takip edilmistir. DJIA’y1 alip satma karari, bu
terimlerin arama hacimlerindeki degigsimlere gore verilmistir. Arastirma, kullanilan
arama terimine bagli olarak bu stratejinin getiri agisindan piyasay1 asan performans
gosterebildigini ortaya koymusturlar. Curme, Preis, Stanley ve Moat (2014) ise
Google Trends iizerinden takip edilen arama terimlerini konulara gore gruplayarak
siyaset ve finansla ilgili konularda yapilan aramalarin sayisiyla hisse senedi piyasasi
hareketleri arasinda gecikmeli negatif bir iliski oldugunu ifade etmislerdir.

Arditi, Yechiam ve Zahavi (2015) 13 hisse senedine ait giinliik verileri kullanarak,
hisse senedine ozel olaylar ile buna bagli Google aramalar1 arasindaki iliskiyi
incelemislerdir. Calismada, hisse senedi getirileri ile o donemde yapilan aramalarin
hacmi, zirve noktasi ve siiresi arasinda bir korelasyon oldugu bulmuslardir. Yine
benzer bir sekilde Bozanta, Coskun, Kutlu ve Ozturan (2017) hisse senedi
endeksleriyle Google Trends arasindaki iligkiyi inceledikleri ¢aligmalarinda Google
arama verileriyle hisse senedi endeksleri arasinda giiglii bir korelasyonun oldugunu
ifade etmiglerdir. Bu korelasyonun ¢ogunlukla pozitif oldugunu, hisse senedi
piyasalar1 deger kazanirken Google aramalarinin arttigini ortaya koymuslardir.

Ertan (2018) BIST100 endeksinin getirisi ve islem hacmiyle Google aramalar
arasindaki iliskiyi incelemistir. Analizler neticesinde seriler arasinda uzun dénemli
iliskinin oldugunu ortaya koymustur.

Dulupgu, Yigit ve Geng (2017) yapmis olduklari calismada Google trendlerden aldigt
verileri kullanarak Bitcoin fiyatlar1 ile Google aramalar1 arasindaki iliskiyi
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arastirmislardir. Elde ettikleri sonuglara gére Google aramalari ile Bitcoin arasinda
¢ift yonlii nedensellik iligkisi vardir.

Kristoufek (2013) Bitcoin fiyatiyla Google ve Vikipedia Bitcoin iizerine yapilan
aramalar arasindaki iligkiyi incelemistir. Bulgulara gére Google ve Vikipedia’da
yapilan aramalar ile fiyatlar arasindaki baglantinin yalnizca var olmadigini, aym
zamanda bir para birimine olan ilginin arttig1 durumlarda, bu ilginin trend degerinin
iizerinde mi yoksa altinda mi1 olmasina bagli olarak belirgin bir asimetri bulundugunu
da gostermistir. Benzer bir ¢calismada ise Arratia ve Lopez-Barrantes (2021) Google
Bitcoin trendlerinin Bitcoin fiyatinin tahmin etme yetenegini arastirmislardir.
Sonuglara gore Google aramalarinin Bitcoinin fiyatin1 tahmin etme konusunda
kanitlar bulmuslardir. Fakat her zaman tutarli sonuglar vermemistir.

Ito, Masuda, Natito ve Takeda (2020) Google Trends verileriyle doviz kurunu dogru
tahmin etme olasih@mi arastirmiglardir. Ozellikle, Japonya ve Amerika Birlesik
Devletleri’'ndeki piyasa duyarhiligini yakalamak i¢in Google Trends verilerini
kullanarak bir duyarlilik endeksi gelistirmislerdir.

Said, Somasuntharam, Yaakub ve Sarmidi (2023) ¢alismalarinda Google aramalarinin
ve sosyal medyanin dijital varliklarin oynakligina olan etkisini incelemislerdir. Elde
ettikleri bulgulara gore Google aramalarmin Bitcoin, Ethereum, Litecoin ve Ripple
iizerinde olduk¢a anlamli bir etkisi vardir. Yine Chuffart (2022) Google aramalart ile
dijital varliklarin fiyatlar1 arasinda gii¢lii bir korelasyon oldugunu ve portfoy yonetimi
icin gliclii bir gosterge oldugunu ifade etmistir.

3. Yontem

Bu boliimde ¢alismanin amacina, kapsamina, degiskenlerine ve ¢caligmanin yontemine
yer verilmistir. Caligmada ikincil veriler kullanildig1 icin etik kurul kararmna yer
verilmemistir.

3.1. Arastirmanin Amaci, Kapsam ve Degiskenleri

Bu calisanin amac1 Google arama motorunda Tiirkiye’de hisse senedi piyasasiyla
iliskili olabilecek anahtar kelimelerin arama sikligmin hisse senedi piyasasiyla
iliskisinin ne 6l¢iide oldugunu ortaya koymaktir. 27.10.2019 — 20.10.2024 tarihleri
arasinda Google’da “Altin, Borsa, Borsa Istanbul, Bitcoin, Dolar, Hisse Senedi”
anahtar kelimeleri ile yapilan arama hacimlerinin haftalik verileri Google Trends’den
elde edilmigstir. Bu degiskenler arastirmanin bagimsiz degiskenleridir. Tiirkiye’de
hisse senedi piyasasini temsilen de belirtilen tarihler i¢in BIST100 endeksinin haftalik
kapanis verilerinden elde edilen getirileri kullanilmistir. Bu degisken ise ¢alismanin
bagimli degigkenidir.

Asagida degiskenlerin zaman grafikleri, tanimlayici istatistikleri, korelasyon
katsayilar1 ve verilerin duraganligini test eden birim kok testi sonuglart sunulmustur.
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Sekil 1. Degiskenlerin Zaman Grafikleri

Google Trends’den alinan “Altin, Borsa, Borsa Istanbul, Bitcoin, Dolar, Hisse
Senedi” anahtar kelimelerin arama siklig1 verilerinin zaman grafikleri ile yine aym
donemde BIST100 endeksinin getiri grafigi yukarida verilmistir. Caligmada
kullanilan degiskenler iki gruptan olusmaktadir. Bagimli degisken olarak BIST100
endeksinin haftalik getirileri kullanilmistir. Bagimsiz degiskenler ise Google Trends
iizerinden elde edilen ve yatirim araglaria yonelik arama yogunluklarini temsil eden
gostergelerdir. Bu kapsamda, “altin”, “dolar”, “bitcoin”, “borsa” ve “hisse senedi”
anahtar kelimelerine ait arama hacimleri kullanilmis olup, bu degiskenler ilgili
varliklarin fiyatlarini degil, yatirnmeilarin bu varliklara yonelik bilgi arama sikligim
ifade etmektedir. Bu yiizden bagimsiz degiskenlerin basia ‘GT” ifadesi eklenmistir.
Fakat anlam kolaylig1 i¢in yorumlarda degiskenlere bu ifade eklenmemistir.

Bilindigi tizere Google Trends’de belirlenen tarih araliginda anahtar kelimenin en
fazla arandig1 donem 100 olarak belirlenir, diger donemlerde ise arama sikligina gore
deger almaktadir. Grafik 1’deki degiskenler incelendiginde anahtar kelimelerin arama
sikliginin en yiiksek oldugu zaman 100 olarak verilmistir. ‘Borsa Istanbul’ anahtar
kelimesi ise zirve noktasini iki defa gormiistiir.

Degiskenlerin arama sikliginin dalgali bir seyir izlemesi ve gézlenen zirve noktalari,
incelenen donemde yasanan Onemli kiiresel ve ulusal ekonomik gelismelerle
ortiismektedir. Ozellikle 2020 yilinda COVID-19 salgmmin kiiresel piyasalarda
yarattig1 belirsizlik, finansal varliklara yonelik yogun bilgi arayisina neden olmustur.
2020-2021 yillarinda kiiresel anlamda faizlerin diisiik seyretmesi ve kurumsal
yatirimceilarin etkisiyle bitcoin 6zelinde kripto paralarmn degeri zirve noktalarimi
gormistiir. 2021-2022 déneminde kiiresel enflasyonun yiikselmesi, ABD Merkez
Bankasi’nin parasal sikilasma siireci ve Rusya—Ukrayna savasi gibi jeopolitik
gelismeler, doviz kuru ve emtia piyasalarinda oynaklig1 artirmistir. Tiirkiye 6zelinde
doviz kuru soklari, para politikast degisimleri ve 2023 yili se¢im siireci, yatirimcilarin
piyasalara yonelik belirsizlik algisini artiran etkenler olabilmektedir. Yasanan bu
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gelismeler, Google arama hacimlerindeki artislarin  biiyiik 6lglide ekonomik
belirsizlikler ve finansal dalgalanmalarla iliskilendirilebilecegini gostermektedir.

Degiskenlerin grafikleri ayni zamanda serilerin duraganlhigi hakkinda da bilgi
vermektedir. Eger seriler belli bir ortalama etrafinda seyrediyorsa duragandir
denilebilir. Grafikler incelendiginde serilerin duragan oldugu goriilmektedir. Fakat
serilerin kesin olarak duragan olduklarmi soyleyebilmek igin birim kok testi
sonuglarina bakmak gerekir. Asagida Tablo 1’de serilerin birim kok testi sonuglari
verilmisgtir.

Tablo 1. Degiskenlerin Birim Kok Testi Sonuclar:

Degiskenler t-Istatistik Olasilik

BIST100 -14.376587 0.000000
GT_Altin -6.671692 0.000000
GT Borsa -3.906733 0.002300
GT _Borsa Istanbul -6.388626 0.000000
GT_Bitcoin -4.763022 0.000121
GT_Dolar -3.924646 0.002161
GT Hisse Senedi -2.981539 0.037967

Caligmada kullanilan verilerin duraganligini test etmek igin Phillips-Perron birim kok
testi analizi yapilmistir. Tablo 1°de de goriildiigii iizere tiim degiskenlerin olasilik
degerleri anlamlidir. Bu sonuglar serilerin duragan oldugunu yani birim kok
icermedigini gostermektedir.

Caligmada degiskenlerin yapisi hakkinda bilgi veren diger tanimlayici istatistiklerin
ve korelasyon katsayilarinin sunuldugu tablolar asagida verilmistir.

Tablo 2. Degiskenlerin Tamimlayic1 istatistikleri

BIST GT_ GT_Borsa GT_ GT_ GT_Hisse

100 |GT_Altin| Borsa | Istanbul | Bitcoin | Dolar | Senedi

Ortalama 0.008 | 5895 | 50.87 36.69 29.35 | 39.59 | 43.85

Ortanca 0.010 58 50 34 25 37 425

Maksimum | 0.115 100 100 100 100 100 100

Minimum -0.136 44 32 7 11 22 9
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Stand. Sapmal 0.039 | 7.796 | 9.535 14.03 14.78 | 10.48 15.60

Carpiklik -0.396 | 0917 | 0.951 1.384 1.575 | 0.965 | 0.299

Basiklik 4.076 | 5.838 | 5.788 5.898 6.045 | 5.683 | 2.561

Jarque-Bera | 19.52 | 124.7 124.4 175.3 209.6 | 119.2 6.031

Olasilik 0.000 | 0.000 | 0.000 0.000 0.000 | 0.000 | 0.049
Toplam 2.198 | 15445 | 13329 9613 7692 | 10375 | 11490
Top. Kar.

Sap. 0.404 | 15864 | 23730 51409 57070 | 28706 | 63532
Gozlem

Sayis1 262 262 262 262 262 262 262

BiST100 endeksinin segili dénemde maksimum %11,5 getirisi olmustur. En diisiik
ise -%13,6’dir. Anahtar kelimelerin Google Trends’de arama sikligmin en fazla
oldugu durumda 100 verildigi i¢in hepsinin maksimum degeri 100°diir. Minimum
degerler ise degisiklik gostermektedir. Tanimlayici istatistikler incelendiginde,
“Borsa Istanbul” anahtar kelimesine ait arama hacminin diger degiskenlere kiyasla
daha diisiik oldugu goriilmektedir. Bu durum, yatirimeilarin genellikle genel piyasa
kavramlar1 yerine portfoylerinde yer alan bireysel hisse senetlerinin adlarini veya
belirli yatirim araglarini arama egiliminde olmalariyla iligkili olabilir. Ayrica, “Borsa
Istanbul” gibi genel ifadelerin daha ¢ok piyasalarda belirsizlik veya oynakligin arttig1
donemlerde, bilgi ihtiyacinin yiikselmesiyle birlikte arandigi diistiniilebilir. Diger
degiskenlerin degerleri ise tabloda sunulmustur. Calismada diger istatistiki bilgilere
bakildiginda Bitcoin ve hisse senedi anahtar kelimelerine ait arama hacimlerinin
standart sapmalarinin gorece yiiksek olmasi, bu degiskenlere yonelik arama
yogunlugunun zaman igerisinde daha dalgali bir seyir izledigini gostermektedir. Bu
durum, s6z konusu varliklara yonelik ilginin donemler itibariyla artip azalabildigine
isaret etmektedir.

Bitcoin, Borsa ve Dolar anahtar kelimelerinin ¢arpiklik katsayilarinin pozitif olmasi,
ilgili ifadelerin arama hacimlerinin gdrece diisiik ve orta seviyelerde yogunlastigi
anlamina gelebilir. Fakat belirli donemlerde de oldukg¢a yiiksek arama hacimlerinin
ortaya ¢iktigini gostermektedir. Bu durum, arama yogunlugunun zaman igerisinde ani
sigramalar gosterebildigi seklinde yorumlanabilir. Basiklik degerlerinin yiiksek
olmasi ise dagilimin kuyruklarinin kalin oldugunu ve ug gézlemlerin gorece daha sik
ortaya ¢iktigin1 gostermektedir.
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Tablo 3. Degiskenlerin Korelasyon Katsayilari

BIST T T
S GI_ GT_Borsa GI_ GT_Hiss

100 |GT_Altin| Borsa istanbul | Bitcoin |GT_Dolar| e Senedi

BIST100 1

GT_Altin -0.140 1

GT Borsa -0.134 | 0.123 1

GT Borsa

Istanbul -0.120 | 0.299 0.307 1

GT Bitcoin | -0.059 | 0.208 0.018 -0.272 1

GT_Dolar 0.046 0.467 -0.025 0.379 0.028 1

GT Hisse

Senedi 0.084 0.055 0.547 0.689 -0.211 0.061 1

Tablo 3, ¢esitli finansal degiskenler arasindaki korelasyon katsayilarini
gostermektedir. Korelasyon katsayilari, iki degisken arasindaki iliskinin yoniinii ve
giiciinii dlger. Korelasyon katsayisi -1 ile +1 arasinda degisir. Pozitif bir deger,
degiskenler arasinda pozitif bir iliski oldugunu, negatif bir deger ise negatif bir iliski
oldugunu gosterir. 0'a yakin degerler ise zayif veya hig iliski olmadigini ifade eder.
Elde edilen sonuglara gore korelasyon katsayilari incelendiginde, BIST100 getirisi ile
bagimsiz degiskenler arasindaki iligkilerin genel olarak zayif diizeyde oldugu
goriilmektedir. BIST100 ile “altin”, “borsa”, “borsa Istanbul” ve “bitcoin”
degiskenleri arasinda zayif ve negatif yonlii; “dolar” ve “hisse senedi” degiskenleri
ile ise zay1f fakat pozitif yonlii bir iliski bulunmaktadir. Bu bulgu, yatirimeilarin doviz
ve hisse senedi aramalarindaki artisin piyasa getirileriyle aym1 yonde hareket
edebildigi anlamina gelebilmektedir.

Bagimsiz degiskenler arasindaki korelasyonlara bakildiginda, ozellikle “borsa”,
“borsa Istanbul” ve “hisse senedi” arama terimleri arasinda gérece yiiksek ve pozitif
iliskilerin bulundugu goriilmektedir. Bu durum, s6z konusu kavramlarin yatirimeilar
tarafindan benzer anlamlarda kullanilmasi ve ¢ogunlukla ayn1 bilgi arayis1 siirecinin
pargasi olmasiyla agiklanabilir. Bununla birlikte, korelasyon katsayilarinin hig¢birinin
asir1 yliksek diizeylere ulagmamasi, modelde ciddi bir ¢oklu dogrusal baglanti
sorununun bulunmadigini gostermektedir. Ayni1 zamanda korelasyon katsayilarinin
diisiik olmasi, degiskenler arasinda giiclii ve dogrusal bir es zamanl iligskinin
bulunmadigini gostermektedir. Ancak bu durum, arama hacimleri ile BIST100
getirileri arasinda herhangi bir iliskinin olmadigr anlamina gelmemektedir. Zira
korelasyon katsayist yalnizca dogrusal ve es zamanl iliskileri 6lgmekte olup, olasi
dogrusal olmayan, gecikmeli veya donemsel etkileri yakalayamamaktadir. Ayrica
arama verileri, cogunlukla belirli olaylar veya belirsizlik donemlerinde ani artislar
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gosteren seriler olup, bu durum basit korelasyon katsayilarinin diisiik ¢ikmasina neden
olabilmektedir.

Bagska bir ifade ile ikili korelasyon katsayilar1 degiskenler arasindaki dogrusal iliski
hakkinda 6n bilgi saglamakla birlikte, birden fazla agiklayici degisken arasindaki es
zamanl: etkilesimleri kontrol etmez. Ayrica korelasyon analizi, degiskenlerin birlikte
degerlendirilmesi durumunda ortaya ¢ikabilecek kosullu iliskileri dikkate
alamamaktadir. Bu nedenle, agiklayici degiskenlerin birlikte gosterdigi degisim
kontrol edilereck Google arama yogunlugu degiskenleri ile hisse senedi getirileri
arasinda sistematik bir iliski bulunup bulunmadigini incelemek amaciyla ¢ok
degiskenli regresyon kullanilmustir.

3.2. Verilerin Analizi

Regresyon analizi iki veya daha fazla degisken arasindaki iliskiyi matematiksel olarak
inceleyerek parametreleri tahmin eder. Regresyon analizinde en ¢ok tercih edilen
tahmin edici yontemlerden birisi en kiiciik kareler yontemidir. Ancak en kii¢iik kareler
yonteminde dogru sonuglar elde edebilmek i¢in bazi varsayimlarin saglanmast
gerekmektedir. Bu varsayimlardan bir tanesi de hatalarin normal dagilim
gostermesidir. Hatalar normal dagilim géstermemesi durumunda ise en kiigiik kareler
yontemi dogru tahminlerde bulunamamaktadir (Giineri, 2021: 34). Boyle durumlarda
farkli regresyon modelleri kullanilabilmektedir. Bu ¢caligmada degiskenler arasindaki
istatistiksel iliskiyi incelemek amaciyla robust en kiiciik kareler yontemi
kullanilmigtir. Bunun nedeni, ¢aligmanin temel amacinin uzun dénemli esbiitiinlesme
iliskilerini incelemekten ziyade, Google arama yogunluklarinin BIST100 getirileriyle
esanl iligkisini analiz etmek olmasidir. Ayrica Google Trends verilerinin endeks
yapist ve hata terimlerinde gozlenen normallik ve varyans sapmalari, geleneksel
zaman serisi modellerinin varsayimlarint zayiflatmaktadir. Bu nedenle, aykiri
gozlemlere karsi daha dayanikli olan robust en kiiciikk kareler yontemi tercih
edilmistir.

Zaman serisi analizlerinde robust en kii¢lik kareler yontemi, veri setindeki anormal
gozlemler veya ug¢ degerlerin modelin tahminlerini bozmasini engellemek amaciyla
kullanilir. Geleneksel en kiigiik kareler yontemi tiim gozlemleri esit agirlikla ele
alirken, robust en kiigiik kareler yontemi, veri setindeki anormal gézlemlere daha az
duyarlidir ve bu gozlemleri minimize etmeye ¢aligir.

Robust en kiigiik kareler yontemi (RLS) 6zellikle su durumlarda kullanilir:

1. Ug Degerler: Zaman serisi verilerinde, 6zellikle ekonomik, finansal ya da
cevresel veri setlerinde ug degerler siklikla ortaya ¢ikabilir. Bu ug degerler,
klasik OLS ydnteminin modelin parametrelerini bozmalarina neden olabilir.
RLS, bu u¢ degerlerin modelin tahminlerine etkisini azaltir.

2. Hatah Olgiimler: Eger gozlemler hatali dlgiimler igeriyorsa, RLS yontemi
bu hatalarin modelin performansini etkilemesini engelleyebilir.

3. Degisen Varyans: Eger zaman serisindeki hata terimlerinin varyansi sabit
degilse (heteroskedastik bir yap1 varsa), RLS yontemi, varyans farkliliklarini
dikkate alarak daha saglam tahminler yapabilir.

4. Coklu Dogrusal Baglanti: Eger bagimsiz degiskenler arasinda yiiksek bir
dogrusal iligki varsa, RLS yontemi klasik OLS'ye gore daha dayaniklidir.
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Sonug olarak, verilerde u¢ degerler veya anormal gozlemler oldugunda, ya da hata
terimlerinin varyansi sabit degilse, robust en kiigiik kareler yontemi, daha dogru ve
giivenilir tahminler saglamak icin geleneksel en kiiciik kareler yontemine gore tercih
edilebilir.

Bulgular kisminda da gosterilecegi lizere en kiigiik kareler yontemiyle yapilan analiz
sonuglarinda hem normal dagilim hem de degisen varyans oldugu i¢in robust en kiigiik
kareler yontemi tercih edilmistir.

Asagida arastirmanin regresyon denklemi verilmistir.

BIST100 = B, + B, (Altin) + B(Borsa);, + B(Borsalstanbul); , +
p(Bitcoin);, + f(Dolar);, + f(Hissesenedi) + ¢&;, 1)

4. Bulgular

Calismanin bu boliimde analiz sonuglar: sunulmustur.

Tablo 4. En Kiiciik Karele Yontemine Gore Analiz Tablosu

Degiskenler Katsay1 Standart Hata t-Istatistik Olasiik
GT_Altin -0.000445 0.000350 -1.270518 0.205058
GT Borsa -0.001086 0.000290 -3.743198 0.000224
GT Borsa
Istanbul -0.001402 0.000265 -5.274857 0.000201
GT_Bitcoin -0.000166 0.000167 -0.990974 0.322637
GT_Dolar 0.000895 0.000261 3.424830 0.000716
GT Hisse
Senedi 0.001386 0.000239 5.787489 0.000000
C 0.049954 0.020224 2.470007 0.014166
R-squared 0.169005 Adjusted R-squared 0.149452
F-statistic 8.643529 Prob(F-statistic) 0.000000

Analiz sonuglarina gore Google’da aranan Altin ve Bitcoin anahtar kelimelerinin
sikligi BIST100 getirisi ile anlamli degildir. Diger bagimsiz degiskenlerin bagimli
degisken ile iliskisi ise anlamlidir. Borsa ve Borsa Istanbul bagimsiz degiskenlerinin
negatif iligkisi var iken Dolar ve Hisse Senedi degiskenlerinin iligkisi ise pozitiftir.

R kare degeri modelin bagimsiz degigkenlerinin, bagimli degiskenin varyansini
%16.9 oraninda agiklayabildigini gdsteriyor. Bu deger nispeten diisiik, yani model
¢ok giiclii degil ve verinin biiylik kismi1 model tarafindan agiklanamryor. Model bir
biitiin olarak incelendiginde p-degeri 0.000000 oldugundan, model istatistiksel olarak
anlamlidir.
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Zaman serilerinde otokorelasyonun varligi 6nemli bir konudur. Breusch-Godfrey
Serial Correlation LM Testi, zaman serisi verilerindeki otokorelasyon yani hata
terimlerinin birbiriyle iligkili olup olmadigini test etmek igin kullamlir. Ozellikle, bir
regresyon modelindeki hata terimlerinin, ardisik gézlemler arasinda birbirine bagimli
olup olmadigini kontrol eder. Asagida Tablo 5’te modelde otokorelasyonun olup
olmadigini test eden Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Testi verilmistir.

Tablo 5. Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Testi

F-statistic 0.171269 Prob. F(2,253) 0.842692

Obs*R-squared 0.354243 Prob. Chi-Square(2) 0.837677

Tablo 5 incelendiginde Hem F-istatistigi hem de Chi-Square p-degeri yiiksek oldugu
igin, testin sonucuna gore bos hipotez reddedilmez. Bu, modelde otokorelasyon
olmadig1 anlamina gelir. Yani, modelin hata terimlerinin birbirinden bagimsiz oldugu
ve otokorelasyon probleminin olmadig1 sdylenebilir. Bu durum, modelin gegerliligini
olumlu sekilde destekler.

Modelin gegerliligini test eden bir diger test ise Breusch-Pagan-Godfrey
Heteroskedasticity Testidir. Heteroskedasticity Testi, zaman serisi veya ¢apraz kesit
verilerindeki varyansin sabit olmamasi problemini tespit etmek igin kullanilan
istatistiksel testtir. Heteroskedastisite, regresyon modelinin hata terimlerinin
varyansinin, gozlem noktalarma gore degiskenlik gostermesi durumudur. Eger
modelde heteroskedastisite varsa, bu durum tahminlerin giivenilirligini ve
dogrulugunu etkileyebilir.

Tablo 6. Heteroskedasticity Test

F-statistic 5.645395 Prob. F(6,255) 0.000000
Obs*R-squared 30.72139 Prob. Chi-Square(6) 0.000000
Scaled explained SS 49.94214 Prob. Chi-Square(6) 0.000000

Testin bos hipotezi verinin sabit varyansli oldugu, yani hata terimlerinin varyansi sabit
ve bagimsizdir. Testin olasilik degerlerine bakildiginda bos hipotez reddedilir. Yani,
hata terimlerinde degisen varyans oldugu sonucuna varilir.

Regresyon denkleminde modelin anlamliligini test eden bir diger test ise normallik
testidir. Normalligi test etmek i¢in Jarque-Bera Testi kullanilmigtir. Bu test zaman
serisi veya regresyon modelindeki hata terimlerinin normal dagilim gosterip
gostermedigini test etmek icin kullanilan bir istatistiksel testtir. Bu test, verinin ¢ift
tarafli simetrik ve normal dagilima uygun olup olmadigini degerlendirir. Jarque-Bera
testi, carpiklik ve basiklik 6l¢iitlerini kullanarak normal dagilimdan sapmalar1 inceler.
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Sekil 2. Jarque-Bera Testi Sonuglari

Jarque-Bera istatistigi degeri 27.12402°dir. Bu istatistik, sifirdan ne kadar sapma
oldugunu gosterir; ne kadar biiyiikse, verinin normal dagilima ne kadar uzak oldugunu
gosterir. Sonuglara goére modeldeki veriler normal dagilimdan 6nemli o6lgiide
sapmustir. Bagka bir ifadeyle normal dagilim gostermemektedir. Modelde hem
degisen varyans hem de normal dagilim problemleri oldugu i¢in Robust regresyon
analizi kullanilmistir.

Farkli robust en kiigtik kareler yontemleri vardir. En iyi yontemi se¢mek igin en kiigiik
Akaike (AIC) ve Schwarz (SIC) bilgi kritelerlini saglayan model segilir. U¢ modele
ait R-kare, Olasilik, AIC ve SIC bilgi kriterlerinin sonuglar1 asagida sunulmustur.

Tablo 7. Robust Regresyon Model Tahminleri

Modeller R-kare Olasihk SIC AIC

M-Estimation BiSquare | 0.142886 0.000000 291.1218 263.4189
M-Estimation Huber 0.135895 0.000000 320.9936 294.5027
MM-Estimation 0.139693 0.000000 305.6378 278.5454

Model tahmin sonuglarina gore tiim modeller anlamlidir. Ayrica tiim modellerde
bagimsiz degiskenlerinin, bagimli degiskeni agiklama yiizdesi birbirine yakindir.
Calismada hangi modelin segilecegine karar vermek i¢in en kiiciik SIC ve AIC
degerleri dikkate almir. Sonuglara gore en kiigiik SIC ve AIC degerleri M-Estimation
BiSquare modelinde yer almaktadir. Ayn1 zamanda R-kare degeri de en yiiksek bu
modeldedir. Asagida Tablo 8’de M-Estimation BiSquare modeline ait tahmin
sonuglar1 verilmistir.

Tablo 8. M-Estimation BiSquare Modeli Tahmin Sonugclari

Degiskenler Katsay1 Standart Hata [z-istatistik Olasihk
GT_Altin -0.000481 0.000334 -1.441189 0.149531
GT_Borsa -0.001279 0.000276 -4.620994 0.000000
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GT_Borsa
I[stanbul -0.001794 0.000253 -7.074697 0.000000
GT _Bitcoin -0.000124 0.000160 -0.780005 0.435387
GT Dolar 0.001058 0.000249 4.239069 0.000000
GT_Hisse Senedi |0.001753 0.000228 7.672498 0.000000
© 0.051537 0.019300 2.670288 0.007578
Robust Statistics
R-squared 0.142886 Schwarz criterion 291.1218
Prob(Rn-squared stat.) 0.000000 Akaike info criterion 263.4189

Modelin anlamlilig1 incelendiginde p-degeri 0.05ten kiiciik, bu da istatistiksel olarak
anlamli oldugunu gostermektedir. Modelin R-kare degerinin 0.142886 olmasi
modelde yer alan degiskenlerin bagimli degiskenle iliskisinin yaklasik %14 oldugu
anlamina gelmektedir.

Modelde yer alan bagimsiz degiskenlerin bagimli degisken iizerindeki etkisine tek tek
bakildiginda Google arama motorunda aranan Altin ve Bitcoin terimlerinin bagiml
degisken olan BIST 100 endeksi ile iliskisinin olmadig1 goriilmektedir. Diger tiim
degiskenlerin ise BIST 100 endeksi ile anlamli bir iliskisi vardir. Bu degiskenlerden
Borsa ve Borsa Istanbul arama terimleriyle iliskisi negatifken, Dolar ve Hisse Senedi
terimleriyle pozitif iliskisinin oldugu goriilmektedir.

5. Sonug

21.yy baslarinda gazeteler, kitaplar, TV yayinlar1 ve radyolar bilginin ana kaynagiydi.
Giiniimiizde ise internetin gelisimiyle bu durum degismistir. Ozellikle de son yillarda
akillr telefonlarin da yayginlagmasiyla herhangi bir yerde veya herhangi bir zamanda
aranilan bir bilgiye internet arama motorlar1 vasitasiyla saniyeler igerisinde ulagsmak
miimkiindiir.

2006 yilindan itibaren Google Trends verileri sunulmaya baglanmistir. Bu veriler
Google’da herhangi bir anahtar kelimenin ne kadar aratildiginin hacmini sunmaktadir.
Ciktig1 giinden itibaren gesitli akademik c¢aligmalarda bu veriler kullanilmaktadir.
Ozellikle finans alaninda yatirrmcilar, yatirim araglari hakkindaki arama verilerini bir
gosterge olarak kullanmaktadirlar (Wuoristo, 2012: 1).

Bu caligmada, Google arama motorunda yapilan belirli anahtar kelime aramalarinin
Tiirkiye’de hisse senedi piyasasiyla iligkisi incelenmistir. 27.10.2019 — 20.10.2024
tarihleri arasinda haftalik verilerle yiiriitiilen analizde, “Altin, Borsa, Borsa Istanbul,
Bitcoin, Dolar ve Hisse Senedi” anahtar kelimeleri ile yapilan Google aramalarinin,
BiST100 endeksi getirisi arasindaki iligki robust regresyon yéntemi ile test edilmistir.
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Elde edilen bulgulara gére, “altin” ve “bitcoin” arama terimleri ile BIST100 endeksi
arasinda istatistiksel olarak anlamli bir iligski bulunmamaktadir. Buna karsin, “borsa”
ve “Borsa Istanbul” aramalari ile negatif} “dolar” ve “hisse senedi” aramalari ile ise
pozitif bir iliski s6z konusudur. Bu durum, yatirimcilarin Google iizerindeki bilgi
arayislarinin piyasa algisi ve yatinm davraniglartyla baglantili olabilecegini
gostermektedir.

Modelin iligki gilictiniin %14.28 gibi sinirli olmasina ragmen, finansal piyasalarin ¢ok
¢esitli makroekonomik ve psikolojik faktorlerle olan iliskisi diisliniildiiglinde bu oran
anlamli kabul edilebilir. Modelde otokorelasyon probleminin bulunmamasi, ancak
hata terimlerinde heteroskedastisite ve normallik varsayimindan sapmalarin
goriilmesi, robust regresyon yonteminin tercih edilmesini gerekli kilmigtir.

Sonug olarak, Google arama verileri yatirnmeci davraniglarini yansitan onemli
gostergelerden biri olabilir ve finansal piyasalarin kisa vadeli hareketlerini anlamada
yardimci olabilir. Ancak bu tiir analizlerin daha ytiksek dogruluk ve genellenebilirlik
saglamas1 i¢in farkli anahtar kelimelerin, daha genis zaman dilimlerinin ve
makroekonomik degiskenlerin dahil edildigi kapsamli ¢aligmalara ihtiyag
duyulmaktadir.

Caligmadan elde edilen bulgular, Google arama verilerinin yatirimci davranislarini ve
piyasa algisini yansitan tamamlayict bir gosterge olarak kullanilabilecegini ortaya
koymaktadir. Ozellikle “borsa”, “borsa Istanbul”, “dolar” ve “hisse senedi” anahtar
kelimelerinin BIST100 getirileri ile anlamli bir iliskiye sahip olmasi, yatirimcilarin
bilgi arama davranislarinin piyasa hareketleriyle yakindan iliskili oldugunu
gostermektedir. Bu cercevede yatirimcilar, Google Trends gibi araglari piyasa
duyarliligini izlemek amaciyla yardimci bir gosterge olarak kullanabilirler. Politika
yapicilar agisindan ise Google arama verileri, finansal piyasalardaki beklenti ve
endigeleri gercek zamanl olarak izlemeye imkan taniyan diisiik maliyetli ve ytiksek
frekansli bir bilgi kaynagi sunmaktadir. Bu tiir veriler, iletisim politikalarmin
zamanlamast ve piyasa beklentilerini ydnetmeye yonelik  stratejilerin
olusturulmasinda destekleyici bir ara¢ olarak degerlendirilebilir. Bununla birlikte,
Google arama verilerinin tek basmna karar mekanizmasi olarak kullanilmamasi
gerektigi, diger makroekonomik gostergeler, finansal degiskenler ve geleneksel
piyasa verileriyle birlikte yorumlanmasinin daha saglikli sonuglar verecegi
unutulmamalidir. Yapilacak diger akademik arastirmalar daha genis anahtar
kelimeleri ve veri kaynaklarini icerecek sekilde genisletilebilir ve Google Trends
verilerinin kiiresel etkilerini anlamak adina benzer c¢alismalar farkli iilkelerde ve
endekslerde yapilabilir.
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