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Oz: Egitimsel veri madenciligi, veri madenciligi yaklasiminda nispeten yeni bir alandir. Bu
calisma, Tiirkiye'de veri madenciligi teknolojisinin egitim sisteminde kullanimi iizerine
Sfarkindaligi ortaya koymayr hedeflemektedir. Bu maksatla bir anket hazir-lanmus, anket katilimcisi
olan dGgretmenlerin demografik karakteristikleri, teknoloji ve internete olan ilgileri, e-okul
sistemine yaklasimlart ve veri madenciligi teknolo-jisi farkindaligi ile egitim sisteminde veri
madenciligi teknolojisinin uygulanmasina yonelik goriigleri alinmistir. Elde edilen verilerin
istatistiki analizi igin SPSS yazi-limi kullantimistir.
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Data Mining Applications in The Education System and a Case Study
On Awareness

Abstract: Educational data mining is a relatively new field in the data mining approach. This
study aims to explore awareness on the use of data mining technology in Turkish education system.
A survey was prepared for this purpose; the demo-graphic characteristics of the interviewees
which was teachers, their relevance to technology and the internet, approaches to e-school system,
the awareness of data mining technology and the understanding of the application of data mining
tech-nology in the education system has been acquired. SPSS software was used for statistical
analysis of the obtained data.
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l. Giris

Veri madenciligi, ig siireglerinin etkinligini ve verimliligini artirmak i¢in farkli
kurulus tiirlerinde kullanilan nispeten yeni bir teknolojidir. Veri madenciligi teknikleri,
depolanan veri degerleri arasindaki yeni iligkileri kesfetmek i¢in biiyiik veri kiimelerini
analiz eder (Diwani ve Sam, 2014). Dijital veri miktarinin artmasi ancak bu verileri
analiz eden insan sayisinda degisiklik olmamasi, bu analizler i¢in veri madenciligi
tekniklerinin kullanimina zorlamistir (Savas vd., 2012).

Is diinyasinda yaygim olarak kullanilan veri madenciligi egitim alaninda cesitli
uygulama alanlarina sahiptir (Yukselturk vd., 2014). Egitim alaninda, veri madenciligi
ve analizleri de biiylik bir doniisiim potansiyeline sahiptir: insanlarin 6grenmesini
kesfetmek, 0grenmeyi tahmin etmek ve gercek Ogrenme davranigini anlamak igin
kullanilabilir. Bdylelikle egitim sistemi c¢iktilarinda ©onemli bir kalite diizeyi
yakalanabilir. Egitimsel veri madenciligi, bu hedeflere ulasarak daha iyi ve daha akilli
ogrenme teknolojisi tasarlamak ve 6grenenleri ve egitimcileri daha iyi bilgilendirmek
i¢in kullanilabilir (Baker, 2014).

Bu ¢aligmada sirasiyla; veri madenciligi ve uygulama alanlari kisaca tanimlanmus,
egitim sisteminde veri madenciligi uygulamalari incelenerek, 6grenme teknikleri,
Ogrenci performansi tahmini ve &grencinin okulu birakmasi &ngoriilerinin ortaya
konulabildigi goriilmiistiir. Bir durum ¢alismasi olarak; Erzurum ilindeki teknik liselerde
ogretmenlere yapilan EK’te yer alan anket ¢alismasi analizlerine gore 6zellikle egitim
alaninda veri madenciligi farkindaligi kesfedilmeye c¢alisilmig ve son olarak caligma
sonug boliimiiyle tamamlanmustir.

I1. Veri Madenciligi Uygulama Alanlar1 ve Veri Madenciligi Modelleri

Madencilik terimi genellikle, mali/ekonomik degeri olan herhangi bir maddeyi
topragin altindan/igerisinden yeryiiziine ¢ikarip, o maddeyi isleyerek ya da islemeden
paraya doniistiirme islemi olarak bilinir. Benzer sekilde veriler de, veri tabanlarindan
cikarilmay1 bekleyen degerli madenler gibidir. Giinliimiizde mobil iletisim araglarinin
kullanmiminin yayginlasmasi internet kullanimimi daha da yaygin hale getirmistir. Bilgi
ve iletisim teknolojilerindeki ilerlemeler verilere erisimi ve miktarini da artirmistir.
Teknolojinin sundugu imkanlar sayesinde biiyiilk miktarda ve farkli tiirlerdeki veriler
farkli 6zelliklerdeki veri tabanlarinda depolanmaktadir. Veri tabanlarinda depolanan bu
verilerden anlamli sonuglar iiretmek igin veriler iizerinde ¢esitli yontem ve teknikler
kullanarak birtakim islemler yapilmasi gerekmektedir. Veri madenciligi daha dnceden
bilinmeyen, gegerli ve uygulanabilir bilgilerin genis veri tabanlarindan elde edilmesi ve
bu bilgilerin igletme kararlarinda kullanilmasidir (Silahtaroglu, 2013).

Veri madenciligi, aym zamanda bir siiregtir. Diwani ve Sam (2014) ise veri
madenciligini biiylik ve cogunlukla organize edilmemis veri tabanlarindan faydali bilgi
¢tkarma siireci olarak tanimlamistir. Veri yiginlar1 arasindan cesitli iglemler yaparak
veriyi ortaya ¢ikarmanin yani sira, bilgi kesfi siirecinde oriintiileri ayrigtirarak siizmek
ve bir sonraki adima hazir hale getirmek de bu siirecin bir parcasidir. Bu siire¢ Sekil 1’de
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Sekil 1 : Veri Madenciliginde Bilgi Kesfetme Siireci

Cikarilan bilgiler daha sonra bir tahmin veya smiflandirma modeli olusturmak,
mevcut bir modeli rafine etmek veya ambar haline getirilen veri tabaninin bir 6zetini
saglamak i¢in kullanilabilir (Diwani ve Sam, 2014).

Veri madenciliginde tahmin etmeye ve tanimlamaya yonelik iki tiir model
bulunmaktadir. Tahmin edici modeller, mevcut verilerden hareketle sonucu bilinmeyen
veriler tizerinde tahmin iiretmeyi amaglarken tanimlayict modeller ise veri tabanindaki
verinin genel 6zelliklerini tanimlarlar (Ozbay, 2015).

Gilinimiizde veri madenciligi uygulamalariyla birgok alanda kargilagsmak
miimkiindiir. Otomatik veri toplama araglari, yaygin bilgi teknolojileri ile birlikte veri
ambarlarindan biiylik verileri anlamlandirmak daha kolay hale gelmistir. Asagida yer
alan alanlar veri madenciligi tekniklerinin kullanildig1 alanlardan bazilaridir
(Silahtaroglu, 2013).

Pazarlama Yonetimi:

Misterilerin satin alma oriintiilerinin belirlenmesi: Misteriler herhangi bir iriini
aldiktan sonra, anlamli bir siklikla bagka bir {iriinii aliyor mu? DVD satin alanlarin %36
's1 2 hafta sonra bog DVD ve stabilo kalem ve DVD zarfi aliyor. Evet bu degerli bir bilgi
ancak veri madenciligi, %7.7'si 15 giin i¢inde, magazaya tekrar gelip elektronik diginda
bir iiriin aliyorlar gibi kestirilmesi gii¢ bilgileri getirmelidir.

Miisterilerin demografik 6zellikleri arasindaki baglantilarin bulunmasi: Miisterilerin,
yasl, egitim durumu, medeni hali vs. ile satin aldiklart iiriinler arasinda herhangi bir
korelasyon var m1? Yasi 25-33 arasinda olup DVD yazici alan evli erkeklerin %36 st siit
alir.

Posta kampanyalarinda cevap verme oranmnin artirilmasi: Kampanyaya sadece
katilmas1 en muhtemel kisileri dahil etmek bir ¢6ziim olabilir. Amag¢ gegmis deneyimlere
(verilere) bakarak olasi genel egilimi belirlemektir.

Mevcut  miisterilerin  elde  tutulmasi, yeni miisterilerin = kazanilmasi:
Telekomiinikasyon sirketleri tarafindan siklikla kullanilmaktadir. Hangi kullanicinin ne
zaman hat degistirecegini kestirmek veri madenciliginin isidir.
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Pazar sepeti analizi: A iiriiniini alan miisteri yaninda bagka bir B ve C gibi iiriin aliyor
mu? B iiriiniini alan kisinin ayn1 giin C driniini alma olasilig1 nedir?

Risk Yénetimi ve Dolandincilik Saptama: Kredi karti dolandiricihigl, internet
islemleri; e-nakit dolandiriciligi, Sigorta dolandiriciligi, Bilgisayar sistemleri ve
bilgisayar aglarma girme gibi baslica Ornekler g6z Oniine alindiginda; kisinin
deneyimlerinden ¢ok kurumun deneyimleri yani verileri dev-reye sokmak
gerekmektedir.

Diger Uygulamalar: Biyoloji (DNA sira analizi) : Veri madenciligiyle gelistirilen
siralama Ornek analizi ve benzerlik arama yontemleri DNA (100.000 gen) verisi iizerinde
analiz yapmay1 kolaylastirir.

Tip: Gebelik esnasinda ¢ocukta olusabilecek herhangi bir down sendromu riskinin
belirlenmesinde dis bulgular ve veri madenciligi teknikleri devreye girmektedir.

Veri Madenciligi Modelleri: Veri madenciliginde kullanilan modellerden (Calis vd.,
2014);

Tanimlayict modellerde daha ¢ok veriler arasindaki gizli kalmis iligki, 6riintiilerin
tanimlanmasi saglanir.

Tahminleyici modellerde sonuglar1 bilinen verilerden hareket edilerek bir model
gelistirilmesi ve kurulan bu modelden yararlanilarak sonuglar1 bilinmeyen veri kiimeleri
icin sonug degerlerin tahmin edilmesi amaglanmaktadir.

Islevlerine gore Veri madenciligi modellerini gruplarsak (Calis vd., 2014);

Siniflama ve Regresyon: Siniflama, kategorik degerleri tahmin ederken, regresyon,
stireklilik gosteren degerlerin tahmin edilmesinde kullanilir. Siniflandirma, bir veri
0gesini, 6nceden tanimli siniflardan birine tasnif ederken, regresyon veri 6gesini gercek
degerli bir tahmini degiskene esler. Ornegin bir smiflama modeli, banka kredi
uygulamalarinin giivenli veya riskli olmalarini kategorize etmek amaciyla kurulurken,
regresyon modeli, geliri ve meslegi verilen potansiyel miisterilerin bilgisayar {irtinleri
alirken yapacaklar1 harcamalar1 tahmin etmek i¢in kurulabilir.

Siniflama ve regresyon modellerinde kullanilan baslica teknikler: Yapay Sinir Aglari,
Genetik Algoritmalar, K-En Yakin Komsu (K-Nearest Neighbour), Naive-Bayes
smiflayicisi, Lojistik Regresyon ve Karar Agaclaridir.

Kiimeleme: Elde bulunan veriler incelenerek birbirine benzeyenler bir kiimeye,
benzemeyenler ise bir baska kiimeye toplanir. Onceden belirlenmis bir siniflandirma
yoktur. Olsayd1 kiimeleme degil siniflandirma olurdu.

Baglant1 Analizi: Veri tabanindaki her bir kayit veya kayitlar grubu arasinda bir
baglant1 iligki yaratilmaya calisilir. Birliktelik kurallar1 (bir iiriin satin alindiginda
yaninda bir {iriin satin alinmas1), Oriintii tamima (El, yiiz, resim, metin tanima), Ardisik
zaman Oriintiileri (Ardisik zamanlarda yapilan aligveris ya da paternler) ve Benzer zaman
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kesfi bu baslik altinda yer alir (Silahtaroglu, 2013).
I11. Egitim Sisteminde Veri Madenciligi Uygulamalari

Egitimsel Veri Madenciligi (EDM), egitsel baglamdan gelen benzersiz veri tiirlerini
kesfetme yontemlerini gelistirme ile ilgilenen gelismekte olan bir disiplindir. EDM'nin
yontemleri, biiyiik veri koleksiyonlarindan ortiili ve ilging kaliplarin otomatik
cikartilmasidir. Veri madenciligi yararli modelleri belirlemek, 6gretmenlerin 6gretimine
yonelik daha objektif geribildirim almak ve dgrencilerin nasil 6grendigi hakkinda daha
fazla bilgi edinmek icin web etkinligini degerlendirmek igin e-0grenme verilerini
kesfetmek, gorsellestirmek ve analiz etmek i¢in uygulanabilir (Magdin, 2015).

Egitim alanindaki veri madenciligi gelisimi, diger alanlarla karsilagtirildiginda
oldukc¢a hizli olmustur. Egitimde veri madenciligi ile ilgili ilk makaleler ve calistaylar
sadece on yil dnce bagladi; 2008'de ilk konferans serisi (Uluslararas1 Egitimsel Veri
Madenciligi Konferansi) ve 2009’da ilk dergi (Egitim Veri Madenciligi Dergisi)
yaymlanmaya basladi. Egitimde veri madenciliginin daha sonra ortaya g¢ikmasinin
nedenlerinden biri kayitlarin genel olarak kagit formlarda dolaplarin iginde
depolanmasidir. Cevrimigi 6grenme sistemlerinden gelen verilerde ise ¢ogunlukla zor
kullanilan bigimlerde depolanmiyor ya da onemli bilgiler hi¢ saklanmiyordu (Baker,
2014).

Ogrenme stilleri gegmisten itibaren genis bir arastirma konusu olmustur. Magdin
(2015) veri madenciligi yontemlerini uygulayarak, 6grenci igin ¢alisma materyalinin
kisisellestirilmesi {izerine bir inceleme yapmustir. Her birey i¢in uygun bir 6grenme
teknigi secildigi ve ¢alisma materyalinin her 6grencinin imkéan ve kabiliyetlerine gére
ayarlandig1 durumda &grencilerin dersi akici bir sekilde gectigi goriiliiyor.

Egitim sistemini siireglerden ve dgelerden olusan bir sistem olarak ele alan bir
tanimda egitim, belli amaglar ve sonuglara ulagmak iizere, planlanmig ve diizenlenmis,
egitim ortami, egitici, egitilen ve egitim materyalinden olusan bir biitiin seklinde
tanimlanmaktadir (Keskinkili¢ vd., 2006).

Siire¢ iyilestirmeye dayali kalite anlayisi ile egitim sisteminin kalitesini ve
dolayisiyla egitim sistemi ¢iktilarinin kalitesini artirmak igin egitim siireglerinin
iyilestirilmesi gerekmektedir. Bu dogrultuda egitim siireclerini iyilestirerek egitim
sisteminin ve ¢iktilarinin kalitesini artirmak igin; Ogrencilerin davraniglarini analiz
ederek, performansi ongorerek ve ders yazilimi gelistiricilerine eksikliklerini tespit etme
konusunda yardimci olacak ve yazilim siireglerinin iyilestirecek geribildirim
saglanmalidir. Bu noktada 6nemli olan Ggrencilerin su ana kadar karar vericiler
tarafindan bilinmeyen tutum ve davraniglarina odaklanmak gerekmektedir (Sorour vd.,
2017).

Osmanbegovi¢ ve Sulji¢ (2012)’un ¢alismasinda, 2010-2011 dgretim yilinda iktisat
Fakiiltesi 6grencileri lizerinde yapilan anket ile; demografik veriler ve gegmis basarilar
ve tiniversitedeki basarisi ile ilgili veriler toplanmistir. Bu analiz, algoritmalarin
egitilmesinden ve test edilmesinden sonra, Ogrencilerin muhtemel basarisi {izerine



Abdulkadir OZDEMIR
2164 Rabia SAYLAM
Berna Betiil BILEN

ATASOBED
2018 22(0zel Sayr): 2159-2172

sonuglar ¢ikarilmasini miimkiin kilmistir.

Yurdakul ve Topal (2015)’1n 6grenci basari ya da basarisizligini etkileyen etmenleri
belirleyerek, birbirleri arasindaki iligkileri ortaya koyduklari calismada; ogrenci-
O0gretmen ve Ogrenci-0grenci iligkisinin iyi olmasi, dgrencinin bir ¢alisma odasinin
olmasi arasinda bagariyi artiran bir iliski bulundugu ortaya konmustur. Ayrica 6grencinin
¢ok kardesi olmamasi, annenin {iniversite mezunu olmasi da basariy1 artiran etmenler
arasinda bulunmaktadir.

Ogrencinin serbest yorum verilerini her dersin ardindan toplayarak &grenci
performansini tahmin etmeye ¢aligan Sorour ve arkadaglar1 (2017) 6grenme analitigi ve
veri madenciligi yaklasimlarini sentezlemistir.

Okulu birakma egitimde ciddi bir sorundur. Ongériisii ve ¢dziilmesi kolay degildir.
Marquez-Vera ve arkadaslar1 (2016), Meksika’da okul birakma orani en yiiksek olan lise
egitiminde Meksikali 6grencilerin verilerini kullanarak bir vaka c¢alismasi yapmustir.
Okulu birakma konusunu ele alan ilk adimda IF-THEN kurallari, 6grencinin okula
devam etmesine veya okuldan ayrilmasina neden olan gdstergeleri ve iligkileri ortaya
koymustur. Bir sonraki adimda, birakma tehlikesiyle karsi karsiya olan her 6grencinin
kendine has ihtiyaglarin1 ve sorunlarini belirlemek ve daha sonra etkili ve uygun bir
birakma dnleme stratejileri saglamak i¢in programlar uygulamaktir.

Yiikseltiirk ve arkadaslart (2014)’nin ¢alismasinda ise gevrimi¢i 0grenmede terk
sorununun ¢oziimiinde veri madenciligi kullaniminin yararli olup olmayacagi
incelenmistir. Okulu birakan 6grencileri siniflandirmak i¢in, en yaygin veri madenciligi
yaklagimlari, Sekil 2 k-En Yakin Komsu (k-NN), Sekil 3 Karar Agaci (DT), Naive Bayes
(NB) ve Sinir Aglart (NN) temel alinarak uygulanmistir. Bu dort farkli siniflandirma
algoritmasi, 10 kat ¢capraz dogrulama teknigi kullanilarak egitilmis ve test edilmistir.

Sekil 2: k-En Yakin Komsu
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Sekil 3: Karar Agaci

IV. Tiirk Egitim Sisteminde Veri Madenciligi Farkindahg: - Bir Durum
Calismasi

A. Amag

Milli Egitim Bakanligina bagli okullarda yaklasik 18 milyon 6grenci egitim
gormektedir. Bu zengin 6grenci potansiyeli goz 6niine alindiginda, 6grencilere ait kayitlt
verilerin iglenmeye hazir madenler oldugu disiinilebilir. Bu kapsamda ¢aligmanin
amaci, veri madenciligi tekniklerini kullanarak egitim sisteminin temel unsurlarindan
biri olan Ogretmenlerin bu potansiyelle ilgili kullanim diizeylerini tespit etmek ve
farkindaliklarini ortaya koymaktir.

B. Veri Toplama

Egitim sisteminin temel unsurlarindan biri olan 6gretmenlerin Veri Madenciligi
tekniklerini kullanma potansiyelleri ve farkindaliklarini ortaya koymak amaciyla
ylriitilen bu c¢aligmada veriler, 2016-2017 &gretim yilinda Mart ay1 itibariyle
Erzurum’da teknik liselerde calisan ogretmenler arasinda yapilan anketler ile
toplanmistir. Toplam 15 maddeden olusan anket sorular1 genel anlamda Demografik,
Teknoloji, Egitimde Teknoloji ve Veri madenciligi kapsamlari altinda gruplanmugtir.

C. Arastirmanin Simirhhiklar:

Bu calismada kolay ulagsilabilir oOrneklem kullanilmigtir. Calisma Erzurum
Palanddken il¢esinde bulunan Kazim Karabekir Mesleki ve Teknik Anadolu Lisesi ve
Yakutiye il¢esinde bulunan Atatiirk Mesleki ve Teknik Anadolu Lisesi ile Erzurum
Mesleki ve Teknik Anadolu Lisesi 6gretmenleriyle sinirlidir.

D. Analiz ve Bulgular

Ankette tanimlayici istatistiki analizler SPSS araci ile yapilmistir. Ankete katilan 100
O0gretmene sorulan tiim sorularin frekans degerleri ¢ikarilmistir. Katilimecilarin %46’s1
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kadin %54’1 erkek, %51’ inin hizmet siiresi 10 yilin altinda %26’s1 11-20 yil arasinda
%231 20 yilin lizerindedir.

Katilimcilarin %89°u teknolojinin giinliik ¢aligma faaliyetleri iizerinde olumlu etkisi
oldugunu diisiinmekte, %97’si egitimle ilgili faaliyetlerin internet iizerinden takip
edilmesini 6grenci 6gretmen ve veliler i¢in faydali bulmaktadir. Veri madenciligi
kavramini biliyor musunuz sorusuna ise katilimcilarin %534 bilmiyorum cevabini
verirken, %30 duymustum ve yalnizca %]17’si biliyorum cevabini vermistir. Veri
madenciligi farkindaligint tespit etmek i¢in veri madenciligi kavrami da agiklanarak
(gecmis verilere dayali tahminler, analizler yapilabilir vb.) sorulan dogrudan ve dolayli
sorulara verilen cevaplar incelendiginde ¢ogunlukla ortada yani ‘kismen’ cevabi
verilmistir.

Teknolojinin ve egitim faaliyetlerinin internetten takip edilmesini ¢ok biiyiik oranda
faydali bulan 6gretmenlerin, veri madenciligi ile ilgili sorulara biiylik oranda kararsiz
cevaplar vermesi bu alanda farkindaligin yetersiz olduguna isaret etmektedir.

Demografik 6zelliklerden cinsiyetin, teknoloji ve veri madenciligi sorulari ile iliskisi
Tablo 1, 2, 3 ve 4’te t-testi ile incelendiginde; kadinlarin erkeklere gére hem teknoloji
hem de veri madenciligi yaklagiminda istatistiksel olarak %95 (p-degeri 0.05’ten kiigiik)
giiven araliginda biraz daha az ilgili oldugu sdylenebilir. Ancak bu farklilik Egitimde
teknoloji sorularinda ortaya ¢ikmamustir.

Tablo 1: Teknoloji Grup Istatistikleri

Group Statistics
Std. Error
Cinsiyet N Mean Std. Deviation Mean
Teknoloji_ortalama  Kadin 46 1.5163 36667 05406
Erkek 54 1.3519 .38399 05225
Tablo 2 : Teknoloji t-testi
Independent Samples Test
Levene's Test for Equality of
Variances Hest for Equality of Means
95% Confidence Interval of the
Mean Std. Eror Differe
Sig. t f Sig. (2-tailed) Difference Difference Lower Upper
Teknoloji_otalama  Equalvariances 060 806 2179 98 032 16445 07547 01469 34
assumed
Equal variances not 2187 96.698 031 16445 07519 01522 31368
assumed
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Tablo 3 : Veri Madenciligi Grup Istatistikleri
Group Statistics
Std. Error
Cinsiyet N Mean Std. Deviation Mean
VeriMaden_ortalama  Kadin 46 1.9620 43769 06453
Erkek 54 1.7824 43450 05913

Tablo 4 : Veri madenciligi t-test

Levene's Testfor Equaliy of
Variances testfor Equalty of Means
95% Confidence Interval of the
Mean ¢
F Sig t df Sig. (2tailed)  Difference 2
VeriMaden_ortalama  Equal variances 012 914 2083 8 043 17955 08747 00596 35314
assumed
Equalvariances not 2081 95264 043 17955 08753 00579 35330
assumed

Veri madenciligi farkindaliginin hangi 6zelliklere gore degisiklik gdsterdigini
tespit etmek maksadiyla farkli degiskenler ele alimarak One-Way ANOVA testleri
yapilmistir. Bu testler sonucunda; veri madenciligi yaklagimi ile 6gretmenlerin yasi
ve hizmet siireleri (Yas ve Hizmet siiresi orantili oldugundan ¢ok farkli bir sonug
¢ikmas1 beklenmezdi) arasindaki iliski Tablo 5 ve 6’da ortaya konmus ve istatistiksel
olarak %95 giiven araliginda (p-degeri 0.05’ten biiyiik) bir iliski olmadigi

gOrlilmiigtiir.

Tablo 5 : Yas-Veri Madenciligi ANOVA Testi

Total 19.428 99

ANOVA
wveriMaden_ortalama
Sum of
Squares df Mean Square F Sig
Between Groups 446 2 223 1.141 .324
Within Groups 18.981 a7 196
Total 19.428 99
Tablo 6: Hizmet Yili-Veri Madenciligi ANOVA Testi
ANOVA
wveriMaden_ortalama
Sum of
Squares df Mean Square F Sig
Between Groups 633 2 316 1.633 201
wWithin Groups 18.795 a7 194
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Veri madenciligi ile iliskili carpici bir tespit ise branslardan ¢ikmustir. Istatistiksel
olarak %95 giiven araliginda (p-degeri 0.01<0.05) faktorler arasindaki iligki Tablo 7°de
gosterilmistir. Tablo 8’de yer alan %95°lik giiven aralig1 degerleri incelendiginde; Fen,
Sosyal ve Saglik branglarinda gorev yapan dgretmenlerin Mesleki ve Teknik Branglarda
(bilgisayar, elektronik vb.) gérev yapan 6gretmenlere gore veri madenciligi yaklasimina
daha uzak olduklari istatistiksel olarak sdylenebilir.

Tablo 7: Hizmet Yili-Brang ANOVA Testi

ANOWVA
YeriMmaden_ortalama
Sum of
Squares df Mean Square F Sig
Between Groups 3.033 3 1.011 5.920 .00
wWithin Groups 16.395 96 AT
Total 19.428 99
Tablo 8 : Brang Tanimlayicilar
959% Confidence Interval for
Mean
™ Mean Std. Deviation  Std. Error owsr Bound Uppsr Bound | Minimum  Maximum
Fen 16 2 oooo a1833 10458 17771 22228 125 275
27 2.0000 42743 08226 1.8309 21691 1.00 2.50
MeslekiveTeknik aa 16705 39803 o018 1.5481 1.7918 1.00 250
sa 13 20769 42555 11803 1.8188 23341 125 2.75
Total 100 1.8650 44299 04430 1.7771 1.9529 1.00 2.75

Teknoloji ve Egitimde teknolojiye iliskin sorularda ise yas, hizmet siiresi ya da brang
degiskenleri ile aralarinda anlamli bir iligki ortaya ¢ikmamustir.

Teknoloji, Egitimde teknoloji ve Veri madenciligi sorulari arasindaki iliskileri
belirlemek amaciyla yapilan korelasyon testi Tablo 9°da verilmistir. Bu sonuglara gore
%90 giiven araliginda Veri Madenciligi sorulari ile Teknoloji ve Egitimde teknoloji
sorulari arasinda pozitif korelasyon gézlemlenmistir.

Tablo 9 : Sorular Arasindaki Korelasyon Analizi

Correlations
VeriMaden_ortalama EgitimTek_ortalama Teknoloji_ortalama

VeriMaden_ortalama  Pearson Correlation 1 A79 27137

Sig. (2-tailed) 075 .006

N 100 100 100
EgitimTek_ortalama Pearson Correlation A79 1 .089

Sig. (2-tailed) 075 377

N 100 100 100
Teknoloji_ortalama Pearson Correlation 2737 .089 1

Sig. (2-tailed) 006 377

N 100 100 100
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V. Sonug

Is diinyasinda yaygin olarak kullanilan veri madenciligi ve analizleri egitim alaninda
da biiyiik bir doniisiim potansiyeline sahiptir.

Bu calismada, egitim sisteminde veri madenciligi uygulamalarina ait literatiirde yer
alan ¢aligmalar incelenmis ve Tiirk egitim sisteminde veri madenciligi farkindaligini
ortaya koymak amac¢lanmistir. Farkindalig1 tespit etmek amaciyla hazirlanan, 15 sorudan
olusan anket Erzurum ilinde yer alan teknik okullarda gorev yapan 100 dgretmen
tarafindan doldurulmustur. Ankette yer alan sorular genellediginde; Demografik,
Teknoloji, Egitimde Teknoloji ve Veri Madenciligi basliklarinin bulundugu séylenebilir.
Anket sonuglar1 SPSS istatistik programina aktarilmis ve analiz edilmistir.

Katilimeilarin %53 {iniin veri madenciligi kavramini bilmedigi, %30 unun daha dnce
duydugu ve yalmzca %17’sinin bu kavramm tam olarak bildigi ortaya cikmistir. liskili
sorularda da durum ¢ok farkli degildir. Buradan ¢ikarimla bir¢ok egitimcinin, veri
madenciligi teknolojisinin farkinda olmadifi ve daha o6nce hi¢ kullanmadigt
sOylenebilecektir.

Yapilan t-testte istatistiksel olarak kadinlarin erkeklere gére hem teknoloji hem de
veri madenciligi yaklasiminda biraz daha az ilgili oldugu, One-Way ANOVA testlerinde
veri madenciligi yaklagimi ile 6gretmenlerin hizmet siireleri arasinda anlamli bir iligki
bulunmadig1 ancak branglar ile veri madenciligi arasinda anlamli bir iligski bulundugu,
bu ilisgkide Mesleki ve Teknik Brans (bilgisayar, elektronik vb) dgretmenlerinin diger
Ogretmenlere gore veri madenciligi yaklasimina daha yakin oldugu sonucu ¢ikarilmstir.
Ayrica Veri Madenciligi sorular ile Teknoloji ve Egitimde teknoloji sorulari arasinda
pozitif korelasyon gozlemlenmistir.

Egitim Sisteminde Veri Madenciligi Uygulamalari baslig1 altinda yer alan ¢aligmalar
da gostermistir ki bu alanda veri madenciligi uygulanmasi hem egitim tekniklerinin
gelistirilmesi hem de 6grenci performans veya davranislarinin 6nceden tahmin edilmesi
anlaminda katkilar saglamaktadir. Ulkemizde de egitim sisteminde veri madenciligi
farkindaligin artirilmasi ve egitimde veri madenciligi uygulamalarinin gelistirilmesinin
biiyiik fayda saglayacagi degerlendirilmektedir.
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EK
ANKET SORULARI
1.Cinsiyetiniz:
a. Kadin
b. Erkek

2.Yasimz:
a. 35’inaltinda
b. 35-45

C. 45’in lizerinde

3.Hizmet siireniz:
a. 1-10 y1l

b. 11-20 vl

c. 20 yil tzeri

4 Bransiniz:

a.  Fen Bilimleri (Fizik, Matematik....)

b.  Sosyal Bilimler(Tarih,Cografya,...)

Cc.  Mesleki ve Teknik B. (Bilgisayar,Elektronik,... )
d.  Saglik Bilimleri

5.Teknolojinin giinliik caliyma faaliyetleriniz iizerinde olumlu etkisi var mi?
a.  Evet, kesinlikle var.

b. Kararsizim.

c.  Hayir, yok.

6.Yeni teknolojileri kullanmaya ilgili misiniz?
a.  Evet, ¢ok ilgiliyim.

b.  Cok fazla merakli degilim.

c. Higilgili degilim.

7.Kag yildir internet kullaniyorsunuz?

a. 10 yildan fazladir.

b. 5-10 yildur.

Cc. 5yildan az zamandir.

8.Giinde kac saat internette geciriyorsunuz?
a. 3 saatten fazla

b. 1-3saat

c. lsaattenaz

9.Egitimle iliskili faaliyetlerin internet iizerinden takip edilmesi hakkinda ne
diisiiniiyorsunuz?

a.  Ogrenci, 6gretmen ve veliler igin faydali buluyorum.

b.  Veliler igin faydali buluyorum.

C.  Zaman kayb1 oldugunu diisliniiyorum.
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10. Egitimle ilgili kayitlarin dosyada evrak olarak saklanmasi yerine
sistemlere girilmesi, veri tabanlarinda tutulmasi gerekli midir?

a.  Evet, kesinlikle.

b.  Kismen gereklidir.

c.  Gereksizdir.

11. e-okul sistemini hangi amagla kullaniyorsunuz?

a.  Ogrenci bilgilerini edinmek ve tiim islemleri yapmak igin.

b.  Not girisi ve 6dev vermek i¢in

c.  Not girisi i¢in.

12. Veri madenciligi kavramim biliyor musunuz?

a. Evet, biliyorum.

b.  Daha 6nce duymustum.

c. Hayir, bilmiyorum.

13. Mevcut egitim yontemlerine ek olarak 6grenci verilerinin analizinde
veri madenciligi teknolojisi kullanmanin faydah olacagim diisiiniiyor
musunuz?

a.  Faydali olacagin disiiniiyorum.

b.  Ne gibi bir faydasi olabilir bilmiyorum.

c. Faydali olacagini diisiinmiiyorum.

14. Ogrencilerin gecmis bilgilerine dayanarak performans1 tahmin
edilebilir mi?

a.  Evet, kesinlikle edilebilir.

b.  Kismen edilebilir.

Cc. Hayir 6grenci heran degisebilir.

15. Veri madenciligi teknikleri kullanarak, oégrencilerin hangi alana
yonelmeleri (fen, sosyal vb.) konusunda éneriler verilebilir mi?

a.  Evet, kesinlikle verilebilir.

b.  Kismen verilebilir.

c.  Verilemez.



