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Ozet

Tarimsal tretimde kalite ve verimlilik artisinin daha fazla saglanmasi igin kullanilan teknolojiler her gecen giin daha fazla
artmakta ve gelismektedir. Bu gelismeler sonucunda tarimsal Uretimden elde edilen veri boyutlarinda da ciddi artislar
gozlemlenmektedir. Cesitli 6lcimler ve kullanilan sensorler ile yapilan deneysel arastirmalar sonucu elde edilen verilerin uygun
yontemlerle ele alinmasi zeki karar-verme siireglerine yardimci olmaktadir. Ham durumda olan bu gibi tarim verilerinin, veri
madenciligi asamalarinin uygulanmasi sonucu, daha anlaml hale getirilmesi bilgi kesfi agisindan 6nem arz etmektedir. Birgok
alanda kullanilan veri madenciligi analizleri, tarimsal Uretim alaninda kullanilmasi beraberinde ¢ok c¢esitli faydalar
getirmektedir. Bu ¢alismada; toprak ekiminden baslayarak hasat yapilincaya kadar tarimsal deneylerden elde edilmis veri
kiimeleri ile veri madenciligi analizlerinin yapilmasi, tarimsal tretimde kalite ve verimlilik artisinin saglanmasi igin zeki karar-
verme sistemlerinin olusturulmasi dnerilmistir.

Anahtar kelimeler: Teknolojik Tarim veri kiimeleri; Veri Madenciligi

Agriculture Data Analyzes with Data Mining

Abstract

The technologies used for increasing the quality and productivity in agricultural production are increasing day by day. As a
result of these developments, there are also serious increases in the data sizes obtained from agricultural production.
Experimental studies with various measurements and sensors are helpful to the decision-making process by appropriately
handling these data. The fact that these agricultural data in the raw state are made more meaningful by the implementation of
the data mining stages is important in terms of knowledge discovery. The data mining analyzes, which is used in many areas,
and its use in the field of agricultural production, brings with it a variety of benefits. In this study; it has been proposed to build
decision-making systems to ensure quality and productivity increase in agricultural production by conducting data mining
analyzes with data sets from agricultural experiments starting from soil cultivation to harvesting.

Keywords: Agriculture datasets; Data mining

1. Giris

Teknolojinin gelismesi ile ¢ogu alanda meydana
gelen yenilikler sonucu insan hayati
kolaylasmaktadir. Glinimizde 6zellikle insansiz,
akilh, disiplinli, entegre kelimeleri ile baslayan

sistemler 6n plana ¢ikmaktadir [1].

Tim bu teknolojik gelismeler donanim ve/veya

yazihm  tasarimlarinin  gelistirilmesiyle  ortaya

cikmaktadir. Dilinya uzerinde vyeni teknolojilerin

kullanildigi alanlar artmaya devam etmektedir.
Teknolojinin gelismesinde rol alan bircok faktor
vardir. Yeni bir teknolojik gelisme icin gerekli temel

bilesenlerden bazilari; yapilabilirlik, teknik durumlar,

donanimsal o6zellikler, bilimsel prensipler ve

organizasyon kavramlari sekilde siralanabilir [2].

Teknoloji denilince akillara bazi bilim dallarinin bir
arada olarak kullanilmasi gelmektedir. Clnki bilim
dallar teknolojinin gelismesiyle beraber her gecen
yeni sorun ve problemlere cevap bulabilmektedir.
Teknoloji, tlkelerin gelismislik diizeyleri ile dogrudan
ilgilidir. Son wyillarda hayatimizi  kolaylastiran
teknolojik gelismeler; otomotiv, haberlesme, askeri,
tip, egitim ve tarim alani basta olmak (zere
neredeyse tim alanlara etki etmistir. Teknolojinin
gelismesinde yasanan bu denli hizli gelismeler insan

hayatinda biyuk kolaylik saglamaktadir [3].



Tarimsal Veri Analizlerinin Veri Madenciligi ile Yapiimasi; Sandikci'Y., Aydilek I.B

2. Tarimda Teknoloji

Teknolojinin her gecen giin gelismesiyle birlikte akilh
sistemlerin, uzaktan kontrol sistemleri (Sekil 1.) vb.
sistemler giunlik yasantimizda yerlerini hizli bir
sekilde almaktadir. Tarim teknolojilerinde birgok
Uretimde

teknolojik driin hali hazirda tarimsal

kullanilmaktadir.

Sekil 1. Tarimda Uzaktan Kontrol Sistemleri [8]

Akilli otomasyon sistemleri ile teknolojik makinelere

komutlar girilerek tarlada otomatik ilaglama,
sulama, glibreleme vb. islemler kolay bir sekilde

yapilabilmektedir.

Tarim teknolojilerinde birgok yeniliklerle Gretim
surecini kolaylastirmak hedeflenmektedir. Gelismis
donanim ve yaziimlar ile ortaya cikan teknolojik
gelismeler basta sensor (algilayici) tabanli teknolojik
olmak  lzere alanda

uygulamalar bircok

kullanilmaktadir.

Teknolojinin bu denli hizla gelistigi bir donemde
Ulkemizde tarim alaninda teknolojik gelismelerin
tam anlamiyla kullanilmasi calismalari da devam
etmektedir. Bilingli ve akilli tarim ile UGlkemizdeki
daha
seviyelere ¢ikarilmasi arzu edilmektedir.

tarimsal  Gretimin  hedeflenen yiksek

2.1. Uluslararasi Tarimda Ulkemizin Durumu

Ulkemiz tarim arazisi bakimindan, Amerika Birlesik
Devletleri'nin yaklasik onda birine ve Avrupa Birligi
Ulkelerinin yaklasik Gcte biri genislige sahiptir.
Ulkemizde tarimda sulanabilecek arazilerin orani ise
ylzde elli seviyelerindedir. Giiniimuzde sanayilesme
alaninda Ulkemizde o6nemli gelismeler olmasina
ragmen, Ulkemiz nifusunun yaklagsik %30’u, hala
kirsal alanlarda yasamakta ve tarimla gecimini
saglamaktadir. AB llkelerinde kirsal alanda yasayan

kisilerini genel toplam nifusa orani %4 civarindadir.

heniiz AB
kadar kirlenmemis oldugu

Ulkemiz tariminda, topraklarimizin
Ulkelerinin topraklari
gozlemlenmektedir. Bu nedenle tarimsal iretimde
daha fazla Uretim yapilabilecegi, tarim arazilerinde
teknolojik gelismeleri takip ederek en Ust dizeyde
Uretim ve verimli toprak kullanimina gecilmesi
tavsiye edilmektedir [4].

Bilingli ve verimli tarimin ¢ok yogun olmadig
bolgelerde arz potansiyelini ilerletmek icin tarimsal
Uretim alaninda teknolojik gelismelerin yaninda,
Uretim yapilan tarlalarda analizlerinin yapilmasi

gerekliligi 6ne cikmaktadir.

2.2. Yurdumuzda Tarimsal Uretim

Ulkemizde arazilerimizin %36'lik bir kismi tarim
tretim alaninda kullanilmaktadir. Ulkemizde her iki
kisiden biri tarim ile ugrasmaktadir. Bu sebeple
tarim Ulkemize ekonomi ve istihdam alaninda
onemli katkilar saglamaktadir. Yillar 6énce llkemizde
teknolojik gelisme alt seviyelerde oldugu icin tarim
eski yontemlerle yapilabiliyordu. Sanayilesmenin ve
teknolojinin gelismesiyle; makinelesme, haserat,
bocek ve zararli otlarla micadele, uygun tohum
kullanimi, dengeli ilaglama ve sulama sistemleri

Ulkemizde gelismeye devam etmektedir.
Tarimsal Uretimi etkileyen sebepler [5]:

* Topragin durumu: Tarimsal Uretimde en
onemli etken topraktir. Topragin durumunu
belirleyen sebepler ise; yeterli miktarda

sulama, dogru glibreleme, uygun ilaglama ve

kaliteli tohum kullanimidir.

¢ Sulama: Tarimsal UGrinlerinin Gretimi igin
olmazsa olmaz bir etken olan suya ihtiyag
vardir. Sulama dretilen tarim Grinine gore
farklihk gosterebilir. Bu sebeple toprak en
dogru zamanlarda ve yeterince sulanmasi
gerekmektedir.

* Glbre: Topragin yeteri kadar beslenmesi ve
mineral bakimindan zenginlestirilmesi igin
glbreleme ¢ok o6nemlidir. Gibreleme

tarimsal Gretimin verimini 6nemli derecede

artirmaktadir. Sirdurdlebilir tarimda vyesil

glbreleme 6nemli rol almaktadir.
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* Kaliteli tohum: Tarimsal lretimde vyuksek
kaliteli

kaliteli tohum kullaniimasi

verim almak, ve dizglin hasat
toplamak igin

gerekmektedir.

* ilaglama: Tarimsal Uretimde zararli otlar ve
boceklerden kurtulmak ve hasadin zarar
goérmemesi icin ilaglama yapilmasi gerekliligi
ortaya ¢ctkmistir.

3. Veri Madenciligi

Son yillardaki teknolojik gelismelerle beraber ¢ogu
alanda yazillm ve donanim tabanh yeni sistemler
kullanilmaktadir. Kullanilan bu sistemler ile birlikte
kisisel, kurumsal, ticari ve diger bircok alanda veri
Uretimi de artmaya devam etmektedir. Uretilen bu
cok buylk miktarda verilerin toplanmasi ve
depolanmasi ile bu verilerden anlamli sonuglarin
cikarilmasi ve gerekli analizlerin yapilmasi 6nemli

hale gelmistir.

Ornegin; banka kayitlari, web sitesi kayitlari, kredi
karti verileri, siper market satis verileri, kisisel
dogrulama verileri (parmak izi, yliz tanima, ses
tanima vb.), tibbi kayitlar ve tarimsal Gretimdeki
kayitlar yiiksek boyutlarda verileri barindirmaktadir.

Bu verilerin toplanmasi ile anlk olarak ihtiyag
duyulan sorgulamalara cevaplar alinabilmektedir.
Veriler ham sekilde tek baslarina ¢ok fazla anlam
ifade edemeyebilirler. Ancak bu verilerin, gerekli 6n
islemler ile islenip sonuglarinin degerlendirilmesi
verileri daha anlamli hale getirebilmektedir. Ham
verilerin, o©nisleme adimlarinin gerceklestirilerek
daha

getirilmesi slrecine veri madenciligi denmektedir.

yorumlanmasi ile anlamh bilgi haline
Baska bir deyisle veriden bilgi ¢ikarimi siirecine veri

madenciligi denilmektedir.

istatistik,
matematik, analiz, makine 6grenmesi ve yapay zeka

Veri  madenciligi  uygulamalarinda;
gibi bilim dallarindan destek alinmaktadir. Veri
madenciliginin kullanim alanlarina astronomi, e-
ticaret, saglik, tarim, egitim, telekom, analiz, finans
ve bankacilik vb. bircok alan érnek olarak sayilabilir.
Veri madenciligi sirecleri temel olarak Sekil 2'teki
adimlar ile gosterilmektedir [6].
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Sekil 2. Veri Madenciligi Stiregleri [9]

3.1. Veri Madenciligi Siiregleri

Veri madenciligi uygulamalarinda analiz bazi adimlar
ile gerceklestirilmektedir [6]. Bu adimlar asagidaki
gibidir.

3.1.1. Veri Se¢cimi

Veri madenciligi uygulamalarinda, fazla zaman alan
asamalardan biridir. Bu asamada veri tabanlarinda
olusan veri iyi analiz edilerek problem ile
iliskilendirilir. Veri kalitesinin 6lciiminin basaril
olmasi agisindan bu asama 6nemli bir yere sahiptir.
Farkh

tabaninda bir araya getirilmesi gerekebilir. Bu asama

verilerin bir veri ambarinda veya veri

filtreleme asamasi olarak da degerlendirilmektedir.

3.1.2. On isleme

Veri madenciligi uygulamasinin basarili bir sonuca
ulasmasi icin 6n isleme asamasi ¢ok 6nemlidir. Bu
asamada var olan daginik veriler, sonraki
asamalarda kolaylikla kullanilabilmesi icin dizenli
hale getirilir. Bu asama sonug¢ basarisini 6nemli
Olclide etkiler. Basarih 6n isleme c¢alismasiyla daha

net ve basarili sonuglara ulasilabilir.

3.1.3. indirgeme

Veri madenciliginde daha anlamli ve basarili sonuca

ulasabilmek igin isleme  alinacak  verinin

indirgenmesi veya doéndstirilmesi gerekebilir.
Kullanilacak yéntem asamalari icin verinin uygun
hale getirilmesi basariy1 arttirmaktadir. Bu nedenle
on islenmis verinin kullanilabilmesi i¢in indirgenmesi
veya donisturidlmesi Gzerinde dikkatle durulmasi

gereken diger bir asamadir.

3.1.4. Veri Madenciligi

Veri madenciligi yontemlerinin kullanildigr asamadir.
Hazirlanan veri bu asamada kullanilabilecek bir

durumdadir. Bu asamada vyapilmak istenen
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calismaya uygun olan veri madenciligi

yontemlerinden biri veya birden fazla yo6ntem

uygulanarak diger asamaya gegilir.

3.1.5. Yorumlama ve Degerlendirme

Veri kiimesine, veri madenciligi tam anlamiyla

uygulandiktan sonra elde edilen sonuglar
degerlendirilir, yorumlanir ve ¢alismanin dogru bir
sekilde sonuclandirilip sonuglandiriimadigi arastirilir.
Bu asamada birden fazla yéntem kullaniimissa, bu
yaptlir. Elde edilen

yontemlerin  karsilastirmasi

sonuglar, kiyaslanip dogrulanir.
3.2. Veri Madenciligi Yontemleri

Veri setinin istenen sonucu basaril bir sekilde
saglayabilmesi icin farkh yontemlerin kullaniimasina
ve veriden bilgi cikarimi islemine veri madenciligi
yontemleri denir. Farkli veri madenciligi yontemleri
kullanilarak, istenilen sonuca ulasmak i¢in en uygun
yontemin secilmesine calisilmaktadir [11].

3.2.1. Siniflama

En yaygin kullanilan veri madenciligi yontemlerinden
birisidir. Siniflama, yeni olusturulan bir nesnenin
ozelliklerini inceleyerek bu nesneyi daha 6énceden
var olan bir sinifa atayarak siniflandirmasidir.
Ornegin; uzun boylu insanlar basketbol oynarlar,

kisa boylu insanlar futbol oynarlar.

3.2.2. Kiimeleme

Kiimeleme, siniflamadan farkl olarak denetimsizdir.
Tahmin edilecek degerlerin belirlenmesini ve ortak
ozelligi olan verilerin kiimelere ayrilmasini saglar.
Kimelemenin hedefi, veri setinde kendiliginden
olusan altsiniflari bularak verilerin toparlanmasini
saglamaktir. Verilerin kendi aralarinda gesitli benzer
ozellikler ve davranislar gostermesi bu verilerin
benzer ozellikler

gruplandirildiktan sonra

olusturabilecegi 6ngorilmektedir.

3.2.3. Tahminleyici Modelleme

Bir diger genellikle tercih edilen veri madenciligi
yontemidir. Bir verinin 6zelligi ile diger bir verinin
Ozelligi arasinda tahmin yaparak iliski kurulmaya
cahlisilir. Eger tahmin edilecek 6znitelik degeri sirekli
bir degisken ise olarak

regresyon problemi

duslintlebilir. Tam tersine tahmin edilecek deger

kategorik bir degisken ise analiz edilecek bu tahmin
siniflama problemi seklinde distnlebilir.

3.2.4. Veri Gorsellestirme

Veri gorsellestirme  degerlendirme  sirecinde
gorsellige ihtiyaci olan son kullanici icin cok kullanish
ve anlasilir bir yontemdir. Bazen verilerin en iyi
sekilde yorumlanabilecegi bir yontemdir.
Gorsellestirme en basit bir sekilde verilerin grafikle

ve gorsellerle sunulmasi olarak degerlendirilebilir.

3.2.5. Birliktelik Kurallari

Birliktelik kurallari; birbirleri arasinda iliski olan
degiskenlerin tespit edilmesi ve birbirleri arasindaki
iliskinin dogrulugunun tespit edilmesine yoneliktir.
Birliktelik kurallari, belirli kurallardaki veri yapilari
arasinda iliski kurulmasini ve bu yapilarin dogru
sonuglar liretmesini saglayan yontemdir.

3.3. Veri Madenciligi Yontem ve Algoritmalari

Verinin madenciligi icin kullanilan yéntem ve

algoritmalardan bazilari [11]:

*  Yapay Sinir Aglar

* Destek Vektor Makineleri
* EnYakin Komsu

* ID3 Karar Agaci

* Apriori Birliktelik Kurali

* K-ortamalar

¢ Saf Bayes

4. WEKA ile Veri Madenciligi

WEKA Dbilgisayar ve yazilim bilimlerinin 6nemli

konularindan olan makine 0grenmesi ve veri
madenciligi konularinda kullanilan programlardan
biridir. Waikato Universitesinde, java temelli olarak

acik kaynak kodlu olarak gelistirilmistir

WEKA 0On islenmis verileri basit .arff uzantih bir
dosyadan okur ve veriler Gzerindeki degiskenlerin
nominal veya sayisal

degerler oldugunu kabul

ederek islemleri gerceklestirir. Bunun yani sira
veritabani (zerinden de veri okuyabilir fakat boyle
bir durumda verilerin bir dosya verisi halinde olmasi

gereklidir.
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WEKA Uzerinde veri madenciligi, makine 6grenmesi
ve istatistik ile ilgili pek c¢ok kiitliphane ve
algoritmalar hazir olarak gelmektedir. Ornegin; veri
on islemesi, siniflandirma, gruplandirma, 6zellik
segimi

veya Ozellik c¢ikarimi gibi kiitiphaneleri

Weka Explorer
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Classifier

(Choose ) )48 -C 0.25 -M 2 ‘

[ Classifier outp:

@® Use training set

O Supplied test set Set

O Cross-validation Folds 10 144 96

O Percentage split % 66 o N
003

( More options... )
7 Miaks Claccifiar Visualize: 12:18:13 - trees j48.¢
lizer: 12:18:13 - tree = |

{(Nom) class | Tree
((Nom)class |

. . [ %) (¥:petalwidth (Num) %)
blinyesinde barindirir. WEKA’da bunlara ek olarak —— ! j —_— =
islemlerin sonuglarini gorsel bir sekilde T e ook o] - e e O

ssterilmesini " - | Viwin sepurwcd SR g —_——
gosterilmesini  saglayan  gorlntlleme araglari saveresult i i sono) —il

Save model =TT
bulunmaktadir [10]. Re-evaluate mo| NN S ) — -
Visualize classifi ii-virginica (8.0)| iisversicolor (8011.0)|
= isualize tree 13
. . 5 Visuaae maroin |
4.1. On Isleme Paneli o e =
. Sekil 4. Siniflandirma Paneli (WEKA)
WEKA giris ekraninda baslangic noktasi veya
onisleme paneli (Sekil 3) olarak bilinir. Bu panele 4.3 kiimeleme Paneli
veri setleri veya veri kiimeleri yiiklenir ve WEKA’da
bulunan filtreler ile veriler {zerinde islemler Siniflamaya benzer sekilde kimeleme veya
yapilabilir.  Birden fazla filtreleme yontemi  gruplama icin kullanilan paneldir ve siniflandirmaya
mevcuttur. benzer sekilde bir gorsellestirme paneli (Sekil 5)
] bulunmaktadir.
D OC Weka Explorer
[ Preprocess | Classify | Cluster | Associate | Select attributes | Visualize |
e s S . . - F0 7" Weka Clusterer Visualize: 12:24:46 - EM (iris) ]
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Ignore attributes cluster0 ‘
{ Colour: class (Nom) 1%) ( Visualize All
F——san——-% Stop
Result for options)
12:24:46 - EM
oK ‘ — Cos D) g x0

Sekil 3. On isleme Paneli (WEKA)

4.2. Siniflandirma Paneli

WEKA'nin icinde yukli bulunan siniflandirma
algoritmalarindan istenilen  birisini  kullanarak

Gzerinde cahsilan veri seti Gizerinde bu panel (Sekil 4)

yardimiyla siniflandirma  yapilabilir.  Ayrica bu

panelde test ve kontrol icin ayri kimelerde
kullanilabilir. Siniflandirma yapilirken olusan hatalar

ayri bir ekranda acilr.

Sekil 5. Kimeleme Paneli (WEKA)
4.4. Birliktelik Kurali Paneli

WEKA birliktelik  kurali
algoritmalarinin kullanilmasini (Sekil 6) saglar.

icerisinde tanimlanan

Weka Explorer

[ Preprocess | Classify | Cluster [FAssociate | Select attributes | Visualize |

Associator
(_Choose)|Apriori -N 10 -T 0 -C 0.9 -D 0.05 -U 1.0 -M 0.1 -5 -1.0 ‘

Associator output
€ sart ) Stop —

Result list (right-click for opti
12:31:00 - Apriori

oK ((tog ) g *°

Sekil 6. Birlestirme Paneli (WEKA)
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4.5. Gorsellestirme Paneli

WEKA ana sayfasindaki bu panelde (Sekil 7) veri seti
istatiksel  bir
Noktalarin  ve

ozellikleri ile ilgili bir gorsel

gosterilebilmektedir. hicrelerin
boyutlari, panelin altindaki panelden ayarlanabilir.
Secme Ozellikleri ekranindan, matrisin hiicre sayisi
degistirilebilir (Sekil 8). Bunlara ek olarak buyik veri
ile calsirken, olabilmesi

setleri islem kolayligi

sebebiyle alt  orneklemin  kullanilmasi  da

mimkunddr.

Weka Explorer

preprocess | Classity | Cluster | Associate | Setect meributes [uisuniize |

o -
ni it 1

PIOSIZE: [100]

POINSIZR: (2] s Update

Jitter P Select Attributes

Colour: class (Nom) =] SubSample % 100

Class Colour
Sk
oK Log <0

Sekil 7. Gorsellestirme Paneli (WEKA)

Weka Explorer: Visualizing iris

X: petalwidth (Num) #1 Y petallength (Num)

Colour: class (Nom) #]  Select Instance

Jear B
Clea Save Jirter €

Plat iris

Weka Instance info

Class colour

Sekil 8. Gorsellestirme Paneli (WEKA)
4.6. Yapay Sinir Agi Paneli

WEKA'nin  icinde bulunan vyapay sinir agi

algoritmasinin kullanilabilecegi ara ylzdir (Sekil 9).

Bu panelin o6zellikleri sayesinde c¢ok katmanh

perseptron ve uygulanacak egitimi kontrol edecek
parametrelerin secilmesi mamkunddr.

Neural Network

Iris-setosa

Inis-versicolor

Ins-virginica

Controls
fpoch 0
Stant - Leamning Rate = 0.3
Num Of Epochs 500

Accept Erroe per Epoch = 0

Momentum « 0.2

Sekil 9. Yapay Sinir Agi Paneli (WEKA)

5. Uygulama

Tarimsal deney sonuglarindan elde edilen veriler [7]

ile  WEKA veri madenciligi yazihm uygulamasi
kullanilarak veri madenciligi analizleri
gerceklestirilmistir (Sekil 10).
AND Weka Dxplrer
{ Preprocess Classify  Cluster ~ Associate  Select attnbutes  Visualize
Open file. Open URL. Open 08 Generate. ot Save.
Choase ) Nom Apply
Curn Selected ttribute
ation: weka, datagenerators.class fiers. classification RDC1 S 1 «n_100_-a10,-¢ 2 Name: 30 Type: Nomina)
Attrbates: 11 Missing: 0 (0% Distinct: 2 Unigue: 0 (0%)
o ————
Class: class (Nom) o ( Viswahze AN

Status

o W) g

Sekil 10. Tarim Verisi Analizi

Hasat zamani analizi (Sekil 11), hasat zamani verileri
ile en uygun zamanda hasat yapilabilmesi icin
yapilan analizidir.



Tarimsal Veri Analizlerinin Veri Madenciligi ile Yapiimasi; Sandikci Y., Aydilek |.B

ann Weka Explore

[ —

Sekil 11. Hasat Zamani Analizi

Son vyillarda yapilan yillik Gretim verilerinin analizi
yapilarak tarladaki iretim Gizerinde analiz yapilmistir
(Sekil 12).

Preprocess Classify | Cluster Associate ~Select attributes  Visualize

FilteredClassifier -F "weka.filers. MultFiter Pribut R first-last -/

Test options
O Use training set
O Supplied test set

1.5033078756296145E-5  7.814316608072304E-6  1.(A

@ Cross-validation  Folds |5 Time taken to build model: .08 seconds

O Percentage spit

More options....

11 40.5345 ¢
16 59.4655 %
0.0668
0.206
£1.3245 ¢
r 101.6307 %
5 level) 75.3204 %
(0.95 level) 20.7237 ¢
ces 2

By Class ===

TP Rate FP Rate Precisio
0.086  0.004  0.527 0.086  0.148 0.199

n Recall F-Measure MCC

Status
oK Log

Sekil 12. Yillik Uretim Analizi

e

5.1. Uygulama Siiregleri

Veri madenciligi stireclerinde analizi yapilan verilerin

bilgiye donlismesi slrecinde o6nemli

ulasilabilmektedir.

bilgilere
Tarimsal Uretimde veri
madenciligi ile tarlada Uretilecek Uriiniin ekim
zamanindan hasat zamanina kadar gecen sirede,
gecmis veriler kullanilarak gelecek yonelik tahminler
ve analizler yapilmasi hedeflenmektedir. Bu sayede
kalitede, Uretimde ve karda artislar s6z konusu

olabilecektir.

Tarimsal tretimde veri madenciligi ile;

o Verimlilik Analizi

o Ekim Zamani

o Hasat Zamani

o Gelir Tahmini

o Gider Tahmini

o Yilhk Planlama

o Hesap Muhasebe islemleri

gibi bircok islemin en uygun dizeyde ve sekilde
planlamasi yapilabilecektir.

6. Sonug¢

Tarimsal Uretimde veri madenciligi uygulamasi ile
potansiyel bodlgelerde; bilingli tarimin arttirilmasi,
verimli tarimin  arttirlmasi, tarimda ¢iftcinin
kontrolinde gerceklesen verilerin kayit altinda
tutulmasi ciftcinin yillik planini yapmasi ve elde
edilen verilerin sonraki donemlerde bilgiye
dondstirilerek kalitenin artmasi hedeflenmektedir.
Tarimsal (retimde bu ydntemlerin kullaniimasi,

biling ve verimliligi arttiracagi disinilmektedir.
Tesekkiir

Bu c¢alisma, 10-12 Mayis 2018'de Sanliurfa’da
diizenlenen GAPYENEV-2018 konferansinda sozli
olarak sunulmus ve Harran Universitesi Mithendislik
Dergisinde yayimlanmak tzere segilmistir.
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