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Ozet

Metin siniflandirmasi, ¢evrimici ortamlarda tiretilen biiylik 6lgekli egitim verilerinin sistematik bir sekilde analiz edilmesine
katk1 saglamaktadir. Ham verilerden karmasik desenleri 6grenebilen yapay sinir ag1 modelleri ise metin siniflandirma alaninda
gliclii bir arag olarak nitelendirilmektedir. Bu ¢alismanin amaci, Agikdgretim Uygulamalari ve Arastirmalari Dergisi’nde 2024-
2025 yillarinda yayimlanan makalelerde Sorgulama Toplulugu cercevesi bulunusluklarinin ciimle diizeyinde nasil temsil
edildigini analiz etmektir. Bu amag¢ dogrultusunda, R programlama dili araciligiyla yapay sinir agi modeli temelli metin
smiflandirma modeli uygulanmistir. Elde edilen sonuglar, modelin test veri seti tizerinde 0.79 dogruluk orani ile metinleri
smiflandirabildigini gostermektedir. Secilen 10 akademik makale iizerindeki analiz sonuglari, metinlerde 6gretimsel ve sosyal
bulunusluk boyutlarmm baskin oldugunu, bilissel bulunuslugun ise ¢ok daha diisiik oranlarda goézlemlendigini ortaya
koymustur.

Anahtar Sézciikler: Yapay Sinir Aglar1, Derin Ogrenme, Metin Smiflandirma, Makine Ogrenmesi, R Programlama, Sorgulama

Toplulugu

Text classification within the community of inquiry: A neural network-based study

Abstract

Text classification enables systematic analysis of large-scale educational data generated in online environments. Artificial neural
network models capable of learning complex patterns from raw data are powerful tools in text classification. The aim of this
study is to analyze how Community of Inquiry framework is represented at the sentence level in articles published in the Journal
of Open Education Applications and Research between 2024 and 2025. To address this aim, a neural network-based text
classification model was applied in R. The results show that the model achieves an accuracy of 0.79 on the test data set. The
analysis of the selected 10 academic articles reveals that teaching and social presence are dominant in the texts, while cognitive
presence is observed at much lower rates.
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Giris

Son yillarda dijital ortamda firetilen verilerin artmasia paralel olarak bu belge ve
metinleri dogru sekilde siniflandirabilmeye olan ihtiyag¢ da artmis; makine 6grenme yontemleri
biiylik 6nem kazanmaya baslamistir (Kowsari vd., 2019; Sebastiani, 2002). Palanivinayagam
vd. (2023) calismasinda, makine dgrenimi tabanli metin siniflandirmanin alanyazinda 6nde
gelen arastirma alanlarindan biri oldugunu ve c¢esitli dogal dil isleme tekniklerine olan talebin
bu alandaki arastirmacilara bir¢ok firsat yarattigimi belirtmistir. Alanyazindaki ¢aligmalar,
metin smiflandirmanin egitim alaninda da kullamildigim ve giincelligini stirdiirdiigiinii
gostermektedir (Khan vd, 2024; Romero ve Ventura, 2010; Thomas ve J, 2020). Bu alandaki
bahsi gecen caligmalar, makine Ogrenmesi modellerinin hem 6grenen davraniglarini ve
siireglerini analiz etmedeki hem de ¢evrimigi egitim igeriklerini degerlendirmedeki dnemini
gostermektedir. Diger bir ifadeyle, metin siniflandirma, ¢evrimici ortamlarda {iretilen biiyiik
Olgekli egitim verilerini analiz etme, anlama ve iyilestirmede 6nemli bir rol oynamaktadir.
Metin smiflandirma baglaminda klasik makine 6grenmesi algoritmalarinin yani sira derin
ogrenme algoritmalarina olan ilginin arttig1 goriilmektedir (Okur vd., 2023). Venkataratnam ve
Battu (2025)’ya gore, alanyazinda genis yer bulan makine 6grenmesi yaklagimlari, egitsel
metinlerin siniflandirma stireclerinde giiglii ve giivenilir bir temel saglasa da metinlerin
baglamsal iligkilerini ve anlamsal i¢erigini kavrayamama konusunda kisitli kalabilmektedir. Bu
kisitlamalarin agilmasi amaciyla, islenmemis verilerden karmagik desenleri ve temsilleri
Ogrenebilen yapay sinir ag1 temelli modeller, metin siniflandirma alaninda giiclii bir ara¢ héline
gelmistir (Venkataratnam ve Battu, 2025). Ancak Erlin vd. (2021), yapay sinir aglarinin
makine Ogrenmesi alaninda metin siniflandirmada yaygin olarak kullanilan bir y&ntem
olmasina karsin egitim ortamlarinda kullaniminin siirli oldugunu belirtmektedir. Alanyazin
incelendiginde, yapay sinir ag1 temelli modellerin metin siniflandirma siirecinde giicli bir
yontem olarak yer aldigi goriilmektedir. Bununla birlikte, ¢evrimi¢i 6grenme ortamlarindan
elde edilen verilerin incelenmesi acisindan Onemli bir potansiyel tasimaktadir. Egitim
verilerinin anlamh bir sekilde yorumlanmasi, kuramsal bir ¢erceve ile iliskilendirilmesini
gerektirmektedir. Bu baglamda bu c¢aligmada, Garrison vd. (2000) tarafindan alanyazina
kazandirilan ve 6gretimsel, sosyal ve biligsel bulunusluk bilesenlerinden olusan “Sorgulama
Toplulugu” ¢ercevesi temel alinmistir. Sorgulama Toplulugu bilesenlerinin incelendigi
deneysel calismalara bakildiginda, bu c¢alismalarin biiyiik 6l¢iide manuel icerik analizlerine
dayandig1 goriilmektedir (Akyol ve Garrison, 2008; Martin vd., 2022; Rourke vd., 1999; Shea

vd., 2010). Bu analizler alanyazina biiyiik katkilar saglamis olsa da, 6zellikle genis veri
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setleriyle yiiriitiilen ¢alismalarda zaman, tutarhilik ve nesnellik acgisindan smirhiliklar
dogurabilmektedir. Cevrimigi ortamlardaki metinlerin her gecen giin artmaya devam ettigi goz
oniinde bulunduruldugunda, genis 6rneklemli verilerin sistematik ve otomatik analizine ihtiyag
oldugu soylenebilir. Bu baglamda, metin siniflandirma yontemleri, bahsi gegen biiyiik verilerin

tutarl1 ve sistematik bicimde analiz edilmesine olanak tanimaktadir (Sebastiani, 2002).

Bu calisma kapsaminda, Anadolu Universitesi Agikdgretim Fakiiltesi Uzaktan Egitim
Dergisi’'nde 2024-2025 yillarinda yayimlanan arastirma makaleleri incelenerek c¢evrimigi
O0grenme baglaminda iiretilen akademik metinlerin Sorgulama Toplulugu bilesenleri
dogrultusundaki yonelimleri analiz edilmistir. Aragtirma bu baglamda, yapay sinir aglar
temelli climle diizeyinde metin siniflandirma yaklasimiyla alanyazindaki boslugu doldurma
yoniinden 6nem tasimakta; Sorgulama Toplulugu temelli analizlere yontemsel acidan katki

saglamaktadir.

flgili Alanyazin

Metin siniflandirma, metin verilerinin 6nceden tanimlanmis bir kiimeden, tematik
kategorilere atanmasin1 amaglamakta; dogal dil isleme ve metin madenciliginde oldukca
onemli bir rol oynamaktadir (Aggarwal ve Zhai, 2012; Sebastiani, 2002). Aggarwal ve Zhai
(2012) galigmasinda metin madenciliginin miisteri yorumlar1 gibi kisa belgelerden, biiylik
dijital kiitliphaneler veya bilimsel alanyazin gibi daha biiyiik 6l¢ekli verilere kadar birgok
alanda belge diizenleme i¢in kullanilabildigini belirtir. Belgelerdeki ortak temalar1 kesfetme
veya igeriklerdeki konular1 olumlu/olumsuz/nétr duygu durumlari olarak kodlama gibi amaglar
icin metin siniflandirma kullanilabilir. Makine 6grenmesi; denetimli 6grenme, (supervised
learning), denetimsiz Ogrenme (unsupervised learning) ve pekistirme O6grenmesi olarak
gruplandirilir (Mujilahwati vd., 2022; Munir vd., 2022). Siniflandirma teknigi, denetimli
O0grenme siirecinin bir pargasidir. Gruplandirmalar, egitim verilerinden elde edilen c¢iktilara
dayanmaktadir (Mujilahwati vd., 2022). Metin siniflandirmada belge diizeyi, paragraf diizeyi,
ciimle diizeyi ve alt ciimle diizeyi olmak iizere dort farkli kapsamdan bahsedilmektedir
(Kowsari, 2019). Daha dnce de bahsedildigi gibi, bu calismada metinler climle diizeyinde

incelenmistir.

flgili alanyazinda egitim alaninda birgok ¢alisma yer almaktadir. Ornegin, Beaumont

vd. (2019), 6grenenlerin konuyu anlamada yardima ihtiyag duyup duymadigini belirlemek
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amactyla denetimli makine 6grenimi algoritmalarini kullanarak 6grenenlerin yansitict 6grenme
giinliiklerinin metinlerini otomatik olarak siniflandirmistir. Benzer bir sekilde Woogue vd.
(2017), web kaynaklarin1 kategorize etmede, Khan vd. (2024) ise e-6grenmede Ogrenen
duygularini analiz etmede makine 6grenmesi temelli metin siniflandirmadan yararlanmiglardir.
Ek olarak, Palanivinayagam vd. (2023) calismasinda, 224 adet makaleyi sistematik olarak
inceleyerek bu teknigin genis uygulanabilirligini dogrularken bir¢cok alanda daha fazla
iyilestirme yapilmasi gerektigini de belirtmistir. Alanyazinda, metin siniflandirmasinin cesitli
egitim uygulamalar1 baglaminda yiiksek dogruluk degerleri ile umut verici sonuglar elde ettigi
aragtirmalar bulunmaktadir. Ornegin, Mujilahwati vd. (2022) o6grenci tez Ozetlerini
siniflandirmada 0.93 dogruluk elde ederken; Chanaa ve El Faddouli (2021) forum

gonderilerinin duygu analizinde derin 6grenme araciligiyla 0.70 dogruluk oran1 sergilemistir.

Son olarak, caligmada metin siniflandirma siirecinin kuramsal temeli olan Sorgulama
Toplulugu cergevesi, 0grenme aragtirmalarinda yaygin olarak benimsenmistir (Aksoy vd.,
2022; Anderson vd., 2001; Aragon, 2003; Boz ve Ucar, 2025; Murtafi’ah ve Pradita, 2024;
Turgut ve Kutay, 2023) ve bu ¢erceve 6grenme deneyimlerini 6gretimsel, sosyal ve biligsel
bilesenleri lizerinden biitlinciil bir sekilde yorumlama firsati yaratmaktadir. Garrison vd.
(2000)’e gore, sosyal bulunusluk bireylerarasi iletisim ve geri bildirimi simgelerken, biligsel
varlik elestirel diisiinme ve bilgi olusumunu destekler. Son bilegen olan dgretimsel bulunusluk

ise egitim siireglerinin tasarimi ve yonetimiyle ilgilidir.

Ozetle, metin siiflandirmasi, dogal dil islemenin temel gorevlerinden biri olmakla
birlikte egitim baglaminda gii¢lii ve gelismekte olan bir tekniktir ve bu alandaki ¢aligmalarda
tatmin edici dogruluk degerlerine ulasilmaktadir. Bunun yani sira, alanyazinda yaygin bigimde
kabul goren Sorgulama Toplugu kurami, simiflandirma siireglerine kuramsal bir zemin

sunabilmektedir.
Arastirmanin Amaci

Bu aragtirmanin amaci, A¢ikdgretim Uygulamalar ve Arastirmalar1 Dergisi’'nde 2024-
2025 yillarinda yayimlanan makalelerde, Sorgulama Toplulugu c¢ergevesini olusturan sosyal,
biligsel ve 6gretimsel bulunusluklarin climle diizeyinde nasil temsil edildigini analiz etmektir.
Bu genel amag kapsaminda, arastirma makalelerinde hangi bulunusluk boyutunun daha baskin

bir dagilim sergilediginin incelenmesi hedeflenmistir.
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Yontem
Bu calismada, akademik metinlerdeki bulunusluk diizeylerini Sorgulama Toplulugu

baglaminda analiz etmek amaciyla makine 6grenmesinin bir alt alani1 olan derin 6grenme
yaklagimlar1 cercevesinde, yapay sinir ag1 modeli temelli metin siiflandirma modeli
uygulanmigtir.

Arastirmalarin Belirlenmesi

Arastirma kapsaminda analiz edilen g¢aligmalarin belirlenme siirecinde aragtirmaci
tarafindan belirlenen baz1 kriterler kullanilmistir. Bu kriterler; yayin yeri, tarih arahigi,

arastirma yontemi ve yayin dili olmak iizere dort kategoriye ayrilmistir.

Calisma, Acikogretim Uygulamalart ve Arastirmalart Dergisi’nde yayimlanan
aragtirma makalelerinden olugsmustur. Tarih araligi olarak, dergide 2024-2025 yillarinda
yayimlanan caligmalar incelenmistir. Bir diger kriter olan arastirma yonteminde, nitel veya
karma yontemli ¢aligmalar belirlenmis; son kriterde ise yalnizca Tiirkge makaleler analize dahil

edilmistir. Arastirma makaleleri Tablo 1’de gosterilmektedir.

Tablo 1. Analiz edilen makaleler

No | Arastirma Adi Yil Yontem

N1 COVID-19 siirecinde sosyal bilgiler dgretmenlerinin uzaktan egitim deneyimleri: 2025 | Nitel
Firsatlar ve engeller (Karakus ve Gengtiirk Giiven, 2025)

N2 Cevrimigi uzaktan egitimde 6greten rollerinin belirlenmesi: Delphi teknigi uygulamasi 2025 | Karma
(Kaya ve Cekerol, 2025)
Ortadgretim Ogrencilerinin  agik liseye iliskin yaklagimlarmin bazi degiskenler

N3 bakimindan incelenmesi (Saribas vd., 2025) 2025 | Karma

N4 Acik ve uzaktan egitimde g¢evrimi¢i sinavlara ve teknolojiye yonetsel bir bakis 2024 | Nitel
(Yildirim, 2024)

N5 A"nad'(.)lu U{llVGrSlteSl Acikdgretim Programlarindaki ders aidiyetlerinin incelenmesi 2024 | Nitel
(Oncii ve Siiral, 2024)

N6 Agik ve uzaktan 6grenmede etkilesim iizerine bir bibliyometrik analiz ¢alismasi (Cinar 2024 | Nitel
vd., 2024)
Covid-19 pandemisi siirecinde ortaokul 6grencilerinin uzaktan egitime iligkin gorisleri .

N7 (Malkamak ve Unsal, 2024) 2024 | Nitel
Akademisyenlerin agik egitim kaynaklarma yonelik goriislerinin  incelenmesi .

N8 (Altintas, 2024) 2024 | Nitel

NO Universite dgrencilerinin pandemi dénemi uzaktan egitim uygulamalar1 hakkindaki 2024 | Nitel
goriisleri (Atatiirk Universitesi 6rnekleminde) (Kancinar, 2024)

N1 | Yapay genel zeka ¢aginda 6gretmen roliiniin yeniden tanimlanmasi: dngdriiler (Yolcu, 2024 | Nitel

0 2024)
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Verilerin Toplanmasi ve Analizi

Calismanin veri setini A¢ikogretim Uygulamalar1 ve Arastirmalart Dergisi’nde 2024-
2025 yillarinda yayimlanan karma veya nitel yontemli 10 adet akademik makale
olusturmaktadir. Calismada yer alan makaleler ciimle bazinda ele alinmig, analiz siirecinde
yapay sinir ag1 temelli metin siniflandirma yontemi kullanilmistir. Climlelerin kodlanmast,
Garrison vd. (2000) tarafindan alanyazina kazandirilan Sorgulama Toplulugu ¢ercevesindeki
sosyal, bilissel ve 6gretimsel bulunusluk boyutlarina gére uygulanmistir. Veri analizi siireci, R

programlama dili kullanilarak ger¢eklestirilmistir.
Metin on isleme

Siniflandirmanin ilk asamasi olan On isleme, ham metni ileriki islemlere hazir hale
getirmek amaciyla yapilir ve modellerin performansini artiran 6nemli bir unsurdur (Penggalih
vd., 2025; Okur vd., 2025). Bu ¢alismada metin 6n isleme adimlar1 olarak; metin temizleme
(cleaning), metinlerin kiigiik parcalara ayrilma (tokenizasyon) islemi ve her kelimenin

koklerine indirgenmesi (lemmatization) islemi uygulanmistir.
Egitim verisi

[lk olarak, R programu araciligryla 40-400 karakter araligindaki ifadeler filtrelenmis; her
makaleden esit sayida (n=30) rastgele 6rneklem cekilerek manuel etiketleme yapilmistir. Her
bir climle, sosyal, biligsel ve 6gretimsel bulunusluk dogrultusunda yalniz arastirmaci tarafindan
manuel olarak etiketlenmistir. Toplamda, 300 ctimlelik bir veri seti olusturulmustur. Calismada

test edilen egitim verisinin bir 6rnegi Tablo 2’de gosterilmektedir.

Tablo 2. Egitim Verisi Ornek Etiketleme

Makale No ve Ciimle ID Ciimle Etiket
N4 ID5 Bu durum 8lgme ve degerlendirmeye yonetsel agidan olumsuz bir | Ogretimsel
sekilde yansimaktadir. bulunusluk
Insan iligkilerinin zayif olmasi ‘‘Uzaktan egitimde kimseyle Sosval
N9 ID183 etkilesimin olmamasi, bir araya gelinmemesi, insanin o siirecte bull}llnu luk
yalnizlagmasina yol agabiliyor.’’ $
Ogrenenlerin ne &grendiklerini ve bu konuda nasil hareket Bilissel
N4 ID2 edeceklerini, nasil  degerlendirilecekleri  diisiincesinden ¥
bulunusluk

etkilendikleri bilinmektedir ( Biggs ve Tang, 2007 ).
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Bulgular

Bu boliimde, yapay sinir ag1 temelli metin siiflandirma modelinin performansi ve bu
modelin segilen 10 arastirma makalesi {izerinde Sorgulama Toplulugu gergevesinde analiz
sonuglar1 sunulmaktadir. Metin siniflandirma modelinin dogruluk (accuracy) degeri Sekil 1°de

gosterilmektedir.

> score <- model %>% evaluate(X_test, y_test_cat, verbose = 0)
> score$loss

[1] 0.4804568

> score$accuracy

[1] 0.7916667

Sekil 1. Modelin Dogruluk Degeri

Sekilde gorildiigii gibi, modelin genel performansi incelendiginde, dogruluk degeri
0.79 olarak hesaplanmistir. Elde edilen 0.79'luk dogruluk degeri, modelin yeni veriler iizerinde
tutarlt ve giivenilir tahminler {iretebildigini dogrulamaktadir. Sekil 2, modelin dogruluk ve

kay1p degerlendirmesinin grafigini gostermektedir.
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Sekil 2. Modelin Dogruluk ve Kayip Degerlendirme Sonucu

Grafik incelendiginde, analiz siireci boyunca modelin dogruluk degerinin arttig1, diger
bir ifadeyle, modelin kendi gordiigii veriyi 6grenme performansinin olduk¢a iyi oldugu
goriilmektedir. Buna karsin dogrulama dogrulugu yaklasik 0.78 seviyesinde sabit kalmistir.
Sekil 4, secilen 10 adet makaleye ait olasilik dagilimlarini gostererek incelenen her bir

makalenin hangi bulunusluk diizeyine ne kadar yakin oldugunu ortaya koymaktadir.
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“ doc prob_sosyal_bulunusluk prob_bilissel_bulunusluk prob_ogretimsel_bulunusluk
1 Nl.pdf 0.4308584 0.004680526 0.5644611
2 N10.pdf 0.4206124 0.062822246 0.5165654
3 N2.pdf 0.1603682 0.013472689 0.8261591
4 N3.pdf 0.5870808 0.004217869 0.4087013
5 N4.pdf 0.2840503 0.041571536 0.6743782
6 NS.pdf 0.5306762 0.007200255 0.4621235
7 Ne6.pdf 0.6643941 0.027560533 0.3080454
8 N7.pdf 0.5133069 0.005207206 0.4814859
9 N8.pdf 0.2220986 0.011436835 0.7664645

10 N9.pdf 0.4113940 0.010699442 0.5779065

Sekil 4. Makalelerin Bulunusluk Diizeyleri

Bulgulara gore, incelenen makalelerin ¢ogunda 6gretimsel bulunusluk ve sosyal

bulunusluk boyutlarinin baskin oldugu sdylenebilir. Model, 6zellikle N2 (0.82) ve N8 (0.76)

gibi calismalar giiglii bir sekilde 6gretimsel bulunusluk odakl1 olarak tanimlanmistir. Ote

yandan, analiz edilen makalelerin tiimiinde bilissel bulunusluk oranlarinin oldukga diisiik

oldugu goriilmektedir. Sekil 5, makalelerin tematik dagilimini yigilmis siitun grafigi

araciligiyla gostermektedir.

Makale bazinda 3-boyut tematik profil (oranlar)
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N8.pdf

N7.pdf
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N2.pdf

N10.pdf
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Sekil 5. Makalelerin bulunugluk baglaminda tematik dagilimi

o
S

dim

I viissel_bulunusiuk
. ogretimsel_bulunusliuk
. sosyal_bulunusluk

Sekil, analiz edilen her bir makalenin i¢eriginin sosyal, bilissel ve 6gretimsel

bulunusluk baglaminda oranlarii net bir sekilde ortaya koymaktadir. Sekil incelendiginde,

analiz kapsaminda incelenen makalelerin tematik yapisinin agirlikli olarak dgretimsel ve
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sosyal bulunusluktan olustugu, biligsel bulunuslugun ise oldukga dar bir alan1 kapsadigi
goriilmektedir. Incelenen arastirma makalelerinin ciimle diizeyindeki bulunusluk boyutlarini

ve modelin bu tahminlerdeki giiven diizeyini sunan grafik Sekil 6’da gosterilmektedir.

Cumle bazinda soylem profili ve model guveni
Renk: baskin boyut | Doygunluk: model guveni
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Sekil 6. Makalelerin Ciimle Bazinda Profili ve Model Giiveni

Grafik incelendiginde, diger grafiklerdeki sonuglarin dogrulandigi goriilmektedir.
Kirmizi ve mavi renkler baskindir, dolayisiyla makalelerin genelinde 6gretimsel bulunusluk ve
sosyal bulunusluk boyutlarinin ciimleler arasinda siirekli bir geg¢is halinde oldugu sdylenebilir.
Ozellikle N2 ve N8 numarali metinlerde kirmiz1 seritlerin uzun bloklar halinde devam ettigi
goriilmektedir. Bu sonug, bahsi gecen metinlerin 6nceki bulgularda elde edilen 6gretimsel

bulunusluk oranlarini ciimle diizeyinde dogrular niteliktedir (N2=0.82, N8=0.76).

Modelin giivenini gosteren seritlerin renk doygunlugu incelendiginde ise, ¢ogu
segmentin yiiksek doygunlukta oldugu goériilmektedir. Bu durum, modelin ciimleleri
siniflandirirken ¢ogunlukla 0.8 ile 1.0 arasinda bir giiven seviyesiyle hareket ettigini ve

rastlantisal olmayan tahminler yaptigimi gostermektedir.
Tartisma ve Sonug¢

Bu ¢aligma, sosyal, biligsel ve 6gretimsel bulunugluklarin akademik sdylem i¢inde nasil
temsil edildigine dair bulgular ortaya koymakta ve alanyazina yontemsel bir katki
saglamaktadir. Cevrimi¢i Ogrenme baglaminda iiretilen akademik metinlerin Sorgulama

Toplulugu bilesenleri dogrultusundaki yonelimlerinin incelendigi bu calismada, analiz
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sonuglar1 dgretimsel bulunuslugun baskinlik gosterdigini saptamistir. Incelenen makalelerde
ogretimsel bulunuslugu sosyal bulunusluk takip ederken bilissel bulunuslugun smirl oldugu
goriilmiistiir. Ozellikle N2 (%82,6) ve N8 (%76,6) numarali makalelerde goriilen yiiksek
ogretimsel bulunusluk oranlarindan yola ¢ikarak bu metinlerin 6gretim tasarimi ve 6gretimi
yonlendirme unsurlarini yogun sekilde barindirdig: séylenebilir. Sosyal bulunuslugun en gok
baskin oldugu iki makale de N5 (%53) ve N6 (%66) numarali makalelerdir. Bu metinler
incelendiginde ders aidiyeti, etkilesim gibi unsurlarin sik tekrar ettigi goriilmektedir. Bu sonug
da sosyal bulunuslugun tanimiyla uyusmakta; modelin sosyal ifadeleri tespit etmedeki

hassasiyetini yansitmaktadir.

Ote yandan, ¢alismanin dikkat ¢ekici bulgularindan birisi, metinlerdeki bilissel
bulunusluk diizeylerinin diger boyutlara kiyasla oldukca diisiik oranda olmasidir. En yiiksek
oranin bulundugu makalenin %6 ile N10 numarali makale oldugu gdzlemlenmektedir. Bu
bulgu, onceki arastirmalarla birlikte degerlendirildiginde metinlerin 6grenme siirecine ait
dogrudan etkilesimleri degil, sonu¢ odakli akademik anlatilar1 icermesiyle agiklanabilir

(Garrison et al., 2001).

Biligsel bulunusluk, tetikleyici olay, kesif, iliskilendirme ve ¢oziim evrelerinden
olugmakta; kritik diisiinme ve problem c¢dzme gibi {ist diizey biligsel siirecleri yansitan
ifadelerle ortaya ¢ikmaktadir (Aksoy vd, 2022; Garrison vd., 2000). Dolayisiyla, bu siiregler
siirdiiriilebilir etkilesim ve tartigsma ortamlarina kiyasla akademik metinlerde ¢cogu zaman ortiik
bicimde sunulmaktadir. ilgili alanyazinda da bilissel bulunuslugun ileri bilissel asamalarda
daha diisiik oranlarda gozlemlendigini belirten calismalar bulunmaktadir (Sadaf vd., 2021;
Sadaf ve Olesova, 2024). Bu durumun bilissel bulunuslugun diger bilesenlere kiyasla daha az

goriiniir olmasina yol agtig1 soylenebilir.
Oneriler

Arastirma sonucu elde edilen bulgular dogrultusunda ileriki aragtirmalara yonelik bazi
oneriler sunulabilir. Oncelikle, bu calismanin drneklemi 10 akademik makale ile sinirlidr.
Gelecekte yapilacak arastirmalarda daha genis bir érneklem kullanilabilir. Bunun yani sira,
Sorgulama Toplulugu ¢ergevesinin ¢evrimici tartisma kayitlari, 6grenen etkilesimleri veya ders
forumlar1 gibi farkli metin tiirleri baglaminda incelenmesi, yapay sinir ag1 modelli metin

siniflandirma modeline daha kapsamli bir bakis agis1 getirebilir.
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