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FAKTOR ILISKISINi BELIRLEMEYE YONELIK
MEKANSAL ANALIZ: AVRASYA ULKELERI ORNEGI!

Ramazan KILIC"
) Yasin KARAMAN™
OZET

Sosyo-ekonomik faktorler iilkelerin milli gelir, egitim, saglik, kisisel
ozgirlik, girisimeilik, giivenlik, sosyal sermaye, issizlik gibi birgok unsuru
kapsamaktadir. Toplumsal yapinin en 6énemli unsurlar1 olan bu degiskenler,
insanlarin ihtiyaglarin1 ne olgiide karsilayabildiklerini ortaya koymaktadir.
Kalkinma ¢abasindaki {ilkelerin performanslarinin degerlendirilmesinde bu
sosyo-ekonomik faktorlerin iyi analiz edilmesi gerekmektedir. Ekonomik
kalkinma incelenirken, toplumu etkileyen tiim faktorler birlikte dikkate
almmalidir. Dolayisiyla iilkelerin sahip oldugu sosyo-ekonomik faktdrlerin
ekonomik kalkinma diizeylerine etkisi biitiinciil yaklasimi gerekli kilmaktadar.
S6z konusu yaklagim, faktorler arasindaki iligkileri tek tarafli incelemeyi
reddederek ¢ok yonlii etkilesimlerini esas alir. Sosyo-ekonomik faktorler
mekansal etkiyle degisime ugramakta ve cografi yakinliklar1 olan bolgeleri
etkilemektedir. Etkinin derecesi mekansal bagimliliga gore farklilagirken
iilkelerin ekonomik kalkinma diizeyleri bundan etkilenmektedir. Bu ¢aligma,
genis bir cografyada yer alan Avrasya iilkelerine yonelik olarak yapilmustir.
Elde edilen sonuca gore kullanilan sosyo-ekonomik faktoérlerin pozitif ve
negatif kiimelenmeleri, kalkinma gostergesi olarak belirlenen kisi bagina
disen milli gelir ile oOrtiismektedir. Bu sonug, kalkinma hedeflerinin
gerceklesmesi igin sosyo-ekonomik faktorlerin iyilestirilmesi gerektigini
gostermektedir.

Anahtar Kelimeler: Ekonomik Kalkinma, Sosyo-Ekonomik Faktorler,
ESDA, LISA.
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SPATIAL ANALYSIS OF THE SOCIO-ECONOMIC FACTORS
AFFECTING ECONOMIC DEVELOPMENT: EURASIA
COUNTRIES

ABSTRACT

Socio-economic factorsincludemanyfactorssuch as nationalincome,
education, health, personalliberty, entrepreneurship, securtiy, socialcapital,
unemployment of countries. Thesevariablesthemostimportantelements of
thesocialstructurerevealswhatextentthey can meetpeople’sneeds. Thesesocio-
economicfactorsneedto be wellreadandanalyzed in assessingtheperformance
of countries in developmentefforts. Whenexaminingeconomicdevelopment,
allfactorsaffectingthecommunityshould be consideredtogether. Therefore,
theimpact of socio-economicfactors of countries on
theeconomicdevelopmentlevelsnecessitateintegratedapproach. Theapproach
in question, rejectingtheuniletarelreview of relationsbetweenthefactors is
based on themultifacetedinteraction. Socio-
economicfactorsaresubjecttochangewiththespatialimpactandinfluencethegeog
raphicalproximity of regions. Whilethedegree of
effectdifferenciatesbyspatialdependency, economicdevelopmentlevels of
countriesareaffected. Thisstudy has
beendoneforEurasiancountrieswhichlocate in a widegeography.
Accordingtoresult, theclusters of positiveandnegativesocio-
economicfactorsthatareused as indepentvariables, has beenconsistentwith
GDP perpersondeterminated as developmentindicator.
Thisresult,denotestheneedtoimprovethesocio-
economicfactorsfortheachievement of developmentgoals.

Keywords: Economic Development, Socio-EconomicFactors, ESDA,
LISA.

1. GIRIS

Ekonomik kalkinma az gelismis ve gelismis biitiin toplumlarda 6nemi
giderek artan bir kavramdir. Oyle ki iktisat literatiirinde Adam Smith
(1776)’ten bugiine iilkelerin kalkinmalari i¢in gesitli teoriler, yaklagimlar ve
goriigler ortaya konmustur. Ancak 21. ylizyilda dahi birgok iilke kalkinmak
icin yeterli araglar gelistirip, az gelismisligin getirdigi problemler karsisinda
¢oziim iiretememistir. Ulkelerin karsilastigi  sorunlar, kiiresellesmenin
etkisiyle biitiin diinyay1 etkilemektedir. Bu nedenle toplumlar birbirinden
bagimsiz olarak iktisadi, sosyal ve siyasal politika olugturamamaktadirlar.

Kalkinma olgusunun tarihsel seriiveni incelendiginde, hem kavramsal
diizeyde hem de igerdigi gostergeler bakimmdan genisledigi goriiliir. Onceleri
kalkinmada kistas; kisi basina diisen milli gelir diizeyi iken, bugiin insan
merkezli bir anlayis bunun yerini almistir. Kalkinmanin merkezini insanin
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olusturmasi, ayn1 zamanda birgok faktdriinde etkili oldugunu gostermektedir.
Konuyla ilgili analizlerin etkin sonuglar vermesi, toplumlarin sosyal ve
ekonomik gostergelerinin birlikte degerlendirilmesini gerekli kilmaktadir.

Kalkinmanin gergeklesmesi ve hiz kazanmast sosyo-ekonomik
gbstergelerin durumuna baghdir. Ulkelerin sahip oldugu sosyo-ekonomik
degerler toplumun ihtiyaglarim1i ne kadar karsilayabildigini gosterir.
Gostergelerin - saglam temellere dayandirilarak okunmasi, kalkinmanin
stirekliligi agisindan 6nemlidir. Ancak kalkinmislik seviyesi incelenirken g6z
ard1 edilemeyecek husus: Sosyo-ekonomik gdstergelerin iilke icindeki
degisiminden ¢ok diger iilkelerdeki gostergelerle kiyaslanmasidir. Ulkelerin
sosyo-ekonomik goriiniimlerini ortaya koymak amaciyla cesitli gostergeler
barindiran pek ¢ok endeks gelistirilmistir. Endeks degerleri, iilkelerin goreceli
durumlarinin analiz edilmesine olanak saglamaktadir.

Sosyo-ekonomik faktorler, cografi yakinliktan ve farklilagsmalardan
etkilenmektedir. Nitekim iktisat ve cografya iligkisinin 6nem kazanmasi
ozellikle mekansal ekonomi iizerine yapilan ¢aligmalari arttirmistir. Birbirine
yakin iilkelerin mekansal etkiyle sosyo-ekonomik faktorlerinde degisim
meydana gelmesi miimkiindiir. Dolayisiyla olumlu 6rneklerin taklit edilmesi
ekonomik kalkinmayi olumlu etkilerken, terdr gibi olumsuz etmenlerle tersi
bir durum gergeklesir. Bu durumda mekéansal bagimhiligin Olciilmesi
gerekmektedir. Bu nedenle literatiire saglayacagi katki agisindan, genis bir
cografyada yer alan Avrasya iilkelerinde sosyo-ekonomik faktdrlerin
kalkinma diizeylerine etkisinin mekansal istatistiki analizi O6nemli
gorlilmistiir.

Calismanin 6nemi,literatiirde Avrasya bolgesinin sosyo-ekonomik
gelismislik diizeylerinin ekonomik kalkinma iizerine etkisini mekénsal
analizle arastiran caligmaya rastlanimamasidir. GeoDa paket programi
kullanilarak ESDA analizi yontemiyle Avrasya iilkelerinin sosyo-ekonomik
gelismiglik diizeylerinin mekansal istatistiki analizi yapilmstir.

Caligmanin bir diger dnemi, biitiinciil yaklasim! esas almasidir. Bu
kapsamda toplumsal yapinin temel gostergesi olan sosyo-ekonomik faktor
niteligindeki degiskenler ¢ok yonlii etkilesimleri bir arada degerlendirilmistir.
Degisken sayisindaki kisit Avrasya iilkelerinin tliimiinii kapsayan verilere
ulasamamasiyla agiklanabilir.

!Biitiinciil yaklagim problemlerin béliinmesine neden olmadan genel itibariyle goriilmesine imkan
tanir. Toplumsal olgu incelenirken etkin ve dogru sonuca ulagabilmek faktorlerin birlikte ve biitlinciil
bir anlayisla incelenmesini gerektirir (Yavilioglu, 2001:109-110).
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2. CALISMADA KULLANILAN VERILER VE CALISMANIN
METODOLOJIK KISITLARI

Avrasya iilkelerinin sosyo-ekonomik yapilarinin ekonomik kalkinma
diizeylerine etkisi yedi degiskenle incelenmistir.

Kisi bagma diisen gayri safi milli gelir diizeyi ve egitim degiskenleri
Birlesmis Milletler Kalkinma Programi (UNDP) tarafindan yayinlanan insani
Gelisme Raporundan elde edilerek, 2011-2014 donemi ortalamalariyla analize
dahil edilmistir.

2012-2014 yili ortalamalariyla analizedahil edilen; giivenlik ve
emniyet, kisisel 6zgiirliik, girisimcilik ve firsat ile sosyal sermaye degiskenleri
Legatum Refah Endeksi (TheLegatumProsperitylndex™)’den derlenmistir.

Bir diger degisken Avrasya iilkelerinin issizlik oranlaridir. Issizlik
verileri Diinya Bankas1’nin ILO tahminine gére olusturdugu toplam isgiiciiniin
ylizdesini gostermektedir. Diinya bankasi veri setinden derlenen issizlik
oranlar1 2011-2014 dénemi ortalamalar: alinarak analize dahil edilmistir.

Caligma esasen Avrasya bolgesinde yer alan tiim iilkeleri (84 iilke)
kapsamaktadir. Ancak analize dahil edilen iilke sayis1 64 f{ilke ile
smirlandirilmigtir. 20 iilkenin analize dahil edilmeme gerekgesi, s6z konusu
iilkelerin 10 tanesinin ada tlkesi, 10 tanesinin ise analizde kullanilan
degiskenlere ait verilerinin elde edilememesinden kaynaklidir. Analize dahil
edilen tlkeler tablo 1 de analize dahil edilmeyen iilkeler ise tablo 2 de
gosterilmistir.

Tablo 1: Analize Dahil Edilen Ulkeler

Avrasya Ulkeleri
Portekiz Bulgaristan Liiksemburg Suudi Arabistan
Ispanya Giircistan Isvicre Birlesik Arap
Emirlikleri
Mogolistan Yunanistan Estonya Afganistan
Irak Liibnan Finlandiya Kirgizistan
Israil Suriye Letonya Nepal
Urdiin Tiirkiye Litvanya Pakistan
Kazakistan Avusturya Moldova Tacikistan
Norveg Cek Cumhuriyeti Romanya Banglades
Rusya Danimarka Ukrayna Cin
Isveg Macaristan Hindistan Kambogya
Arnavutluk Polonya Ozbekistan Laos
Bosna- Hersek Slovakya Yemen Tayland
Hirvatistan Slovenya Ermenistan Vietnam
Italya Belcika Azerbaycan Karadag
Makedonya Fransa fran Sirbistan
Malta Almanya Kuveyt Hollanda
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Tablo 2: Analize Dahil Edilemeyen Ulkeler

Ada Ulkeleri Verisi Kisith Olan Ulkeler

Izlanda, Irlanda, Birlesik Krallik, | Beyaz Rusya, Umman, Tiirkmenistan,
Kibris, Sri Lanka, Japonya, Filipinler, | Bahreyn, Katar, Bhutan, Bruney, Giiney Kore,
Malezya, Endonezya, Singapur Kuzey Kore, Myanmar

3. YONTEM: MEKANSAL ISTATISTIK VERiI ANALIiZi

Mekéansal yakinligi bulunan iilkeler kiiltiir, politika, inang ve anlayis
gibi ¢esitli hususlarda birbirlerinin etkisi altinda kalmaktadir. Bu durum
ekonomik gostergeler iizerine etki edecek dolayistyla ekonomik kalkinma igin
atilan adimlarda derin bir etki olugturacaktir. Zeren ve Savrul (2012), konuyla
ilgili olarak bir boélgede meydana gelen ekonomik gelismelerin yakin
bolgelerden bagimsiz diisiiniilemeyecegini savunur. Ciinkii tiretim faktorleri
ve bilginin yayilmasina bagl olarak iilkelerin birbirlerini taklit etmeleri s6z
konusudur. Boylece mekéansal etkilesim ve bagimlik meydana gelmektedir
(Zeren ve Savrul, 2012: 4757). Oregin 6zgiirliik diizeyleri kisith olan iilkeye
komsu olan bir baska iilkenin Ozgiirliik diizeyi diisiik olabilir. Iste yakin
konumlara sahip {ilkelerin birbirlerine etkisini ortaya koyan en onemli
yontemlerden biride kuskusuz mekansal istatistiki analizdir.

Calismada s6z konusu mekéansal istatistik veri analizi i¢in GeoDa
paket programi kullanilmustir. GeoDa paket programi, verilerin haritalar
yardimi ile bolgesel (cografi) kalkinma farkliklarim1 ya da benzerliklerini
analiz etme imkén1 sunar. Ayrica verileri gorsel olarak da analiz etme firsati
tamyan bir programdir (Tuncer vd., 2015). Bu program araciligiyla
degiskenlere Aciklayict Mekéansal Veri Analizi olan ESDA 2 analizi
uygulanmistir. ESDA analizi bolgeleraras1 farkliliklar1 karsilastirabilme
olanagi sunar. Bunu yaparken renkli haritalar, mekansal otokorelasyon gibi
araglar kullanmaktadir. Avrasya filkelerinin sosyo-ekonomik faktorlerinin
kalkinma iizerindeki etkisi mekansal istatistiki analizle derinlestirilmistir.

4. VERILERIN COGRAFI DAGILIMI

Calismanin bu kisminda incelemekte oldugumuz sosyo-ekonomik
gostergelerin - Avrasya iilkeleri iizerindeki mekansal yapisii ortaya
koyabilmek i¢in cografi haritalar olusturulmustur. Kisi basina diisen milli
gelir, egitim, giivenlik ve emniyet, kisisel 6zgiirlikk, girisimcilik ve firsat,

2ESDA analizi yéntemini kullanan literatiirdeki calismalardan bazilar1 sunlardir: Rey ve Montouri
(1999), Ying (2000), Manfred vd. (2001), Le Gallo ve Ertur (2003), Perobelli ve Haddad (2003),
Dall’erba (2005), Voss vd. (2006), Ezcuerra vd. (2007, 2008), Battisti ve DiVaio (2008), Jing ve Cai
(2009), Tuncer (2013), Tuncer vd. (2015).
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igsizlik ve sosyal sermaye degiskenleri Avrasya iilkeleri bazinda %25°1ik
dilimlerle dort kategoriden olusan renklerle gdosterilmektedir. Renklerin
aciktan koyuya dogru gitmesi, ilgili degiskene ait degerin yiikseldigini ifade
etmektedir. Degiskenlerin cografi dagilimlar incelendiginde iilkeler arasinda
mekansal bir ayrigmanin oldugu goriilmektedir.

Avrasya iilkelerine ait kisi bagina gelir ve egitim diizeyleri 2011-2014
donemi ortalamalari alinarak incelenmis; giivenlik ve emniyet, kisisel
ozgirlik, girisimcilik ve firsat, igsizlik ve sosyal sermaye degiskenleri ise
2012-2014 donemi ortalamalar1 alinarak incelenmistir.

Harital: Avrasya Ulkelerinin Ortalama Kisi Bagina Diisen Milli Gelir Diizeyleri Mekansal
Yapist

Quantile: ORTGLR
[ (1.55:6.7) (16)
[ [6.71:14.6] (16)
= (15.3:28.2) (16)
B (28.8:67.6] (16)

Verilerin cografi dagilimlari incelenirken anlatim kolayligi igin
Avrasya iilkeleri Kuzey, Giiney, Bati ve i¢ Bolgeler olmak iizere dort bolge
halinde yorumlanmistir. Kisi basia diisen milli gelir diizeyinin Avrasya’daki
dagilimi incelendiginde (Harita 1) bolgesel ayrisma net bir sekilde
goriilmektedir. Batidaki iilkeler (Norveg, Isveg, Finlandiya, Danimarka,
Almanya, Hollanda, Belgika, Liiksemburg, Fransa, Isvigre, Avusturya, Italya
ve Ispanya)’in koyu renkle gdsterilmesi, incelenen degiskende yiiksek degere
sahip olduklarin1 ve diger bolgelerden ayristigini gostermektedir. Ayrica
Gilineyde yer alan {ii¢ iilke (Suudi Arabistan, Birlesik Arap Emirlikleri ve
Kuveyt) haritada koyu renkle yer almaktadir. Diger bolgelerde yer alan
iilkelerin agik renkte gosterilme sebebi kisi basina diisen milli gelirlerin diisiik
olmasidan kaynaklanir.
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Harita2:Avrasya Ulkelerinin Ortalama Egitim Diizeyleri Mekéansal Yapisi

Quantile: ORTEGT

[ [0.404:0.656] (16)
] [0.657:0.737] (16)
[ [0.747:0.805] (16)
B [0.808:0.889] (16)

Egitim degiskeni incelendiginde Avrasya iilkelerinin batida yiiksek
degerlerde yogunlastig1 goriiliir. Koyu renkle gosterilen iilkeler Norveg, Isve,
Finlandiya, Estonya, Litvanya, Polonya, Cek Cumhuriyeti, Slovenya,
Danimarka, Hollanda, Isvigre, Belgika, Liiksemburg ve Fransa’dir. Haritada
beyaz renkle gosterilen iilkeler egitim diizeyleri diigiik lilkelerdir. Batidaki
iilkeler haricinde Israil’in yiiksek degerle koyu renge sahipligi dikkat
cekmektedir. Kuzeydeki Avrasya iilkelerinin egitim diizeylerinin giineyden
daha yiiksek olmasi haritadaki rengin koyulagmasiyla net bir sekilde
goriilmektedir.

Harita 3: Avrasya Ulkelerinin Ortalama Giivenlik ve Emniyet Diizeyleri Mekansal Yapist

Quantile: ORTEMNIYET

) [ [-3.95:-1.1] (16)
[ [-0.997-0.286] (16)
[ [0.664:1.76] (16)
B [1.81:35](16)

Gilivenlik ve emniyet degiskeninde yiiksek degere sahip Avrasya
iilkeleri (Norveg, Isvec, Finlandiya, Danimarka, Polonya, Cek Cumhuriyeti,
Avusturya, Slovenya, Isvigre, Belgika, Liiksemburg, Hollanda, Ispanya,
Portekiz) gozle goriiliir yogunlukta batida yer almakta ve diger bolgelerden
ayrismaktadir. I¢ kesimde dikkat ceken ve diger iilkelere gére daha yiiksek
deger alan lilke Mogolistan’dir. Giineyde koyu renkle dikkat ¢eken tek {ilke
ise Birlesik Arap Emirlikleridir.

[393]



Ramazan KILIC — Yasin KARAMAN

Harita4: Avrasya Ulkelerinin Ortalama Kisisel Ozgiirliik Diizeyleri Mekansal Yapisi

Quantile: ORTKOZGLK
[J [4.63:-1.68] (16)
[J [1.68:-0.362] (16)
[ [-0.264:0.575] (16)
B [0.704:3.77] (16)

Kisisel Ozgiirliik degeri yiiksek olan Avrasya iilkeleri, koyu renkle
gosterilen Bat1 da yogunlasarak net bir sekilde diger bolgelerden ayrigmistir.
Giineyde koyu renkle dikkat ¢eken iilke ise Laos’tur.

Harita5: Avrasya Ulkelerinin Ortalama Girisimcilik ve Firsat Diizeyleri Mekansal Yapisi

Quantile: ORTGR_IM_V
[ [-2.27--0.15] (16)
[ -0.13:0.76] (16)
[1.01:2.2] (16)
B [2.21:4.18] (16)

Girigsimcilik ve Firsat degerleri diisiik seviyede yer alan Avrasya
iilkeleri(Laos, Kambogya, Banglades, Hindistan, Nepal, Pakistan, Afganistan,
Tacikistan, Kirgizistan, Ozbekistan, Iran, Irak, Suriye, Yemen) Giineyde
yogunlagsmaktadir. Kuzeye dogru gidildik¢e lilke degerleri artmis en yiiksek
degerli Avrasya iilkeleri Batida yer almistir.
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Harita6:Avrasya Ulkelerinin Ortalama Issizlik Diizeyleri Mekansal Yapist

Quantile: ORTI_SZLK
[ 10.3:5] (16)

[ (5.12:8] (16)
= (8.02:12.9] (16)
B [13:29.8] (16)

Avrasya iilkelerinin igsizlik degerlerinin mekansal yapisi
incelendiginde Giiney’de yer alan iilkelerin diisiik deger alirken Kuzey’e
gidildik¢e deger artmaktadir. Koyu renkli gosterilen Avrasya iilkeleri igsizlik
degerleri yiiksek iilkelerdir. Ozelikle issizlik degerleri yiiksek olan iilkelerin
bolgesel yakinliklar1 dikkat ¢ekmektedir. Bu iilkeler Hirvatistan, Bosna
Hersek, Sirbistan, Karadag, Arnavutluk, Makedonya ve Yunanistan’dir. Diger
koyu renkle goziiken iilkeler ise Letonya, Slovakya, Ispanya, Portekiz,
Giircistan, Ermenistan, Irak ve Yemen’dir.

Harita7: Avrasya Ulkelerinin Ortalama Sosyal Sermaye Diizeyleri Mekansal Yapisi

Quantile: SS

A [ (4.18:-1.9) (16)
[ [-1.88:-0.22] (16)
[ [-0.05:0.79] (16)
Bl (0.81:4.74] (16)

Sosyal sermaye diizeyi yiiksek Avrasya iilkelerinin batida
yogunlastigi goriilmektedir. Ayrica i¢ bolgede kalan {ilkelerin belirli bir
boliimiiyle Gliney’de kalan ve mekansal yakinliklari goriilen tilkelerin sosyal
sermaye acisindan yiiksek degerli olduklar1 goriilmektedir. Haritada 7°de Bati
bolgesinde koyu renkle gosterilen iilkeler; Norveg, Isveg, Finlandiya,
Danimarka, Almanya, Hollanda, Belcika, Isvicre ve Avusturya’dir. Ig
Bolgede; Kazakistan, Ozbekistan Giiney’de ise Cin ve Tayland’dur.

Mekansal analiz sicak bolge, cazibe merkezi vb. analizleri gibi
desen/model tanimlama tekniklerinin ¢ok onemli yonleri, haritadaki hangi
desenin/kalibin gercek kiimeleri veya aykiriliklar: yansittiginin veya onlarm
sahte olup olmadiginin belirlenmesidir. Iyi bilindigi gibi, haritalarm basit
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gorsel yorumlanmasi bu agidan yetersizdir. Clinkii insan zihni anlam bulmaya
ve kaliplar kiimeler tanimlamaya kosullanmigtir. Velev ki veriler tamamen
rastgele temsil edilmis olsun. Giivenli cartografik ilkelerin tek basina
kullamlmas1 dogru yorumlar elde edilmesini garanti etmez. Thtiyag duyulan
sey, gorsel boyutlar1 nicel bilgiler ile desteklerken dikkatli bir gorsellestirme
stratejisi inga etmektir (Anselinvd. 2000: 222). Son zamanlarda mekansal
verileri gorsellestirme amaciyla daha ¢ok Agiklayici Mekansal Veri Analizi
(ESDA) analizi teknikleri kullanilmaktadir.

5. ACIKLAYICI MEKANSAL VERi ANALIZ (ESDA)

Bolgeler arast mekansal etkilesimler, bolgelerin sosyo-ekonomik
durumlart ve potansiyel bolgesel tagmalarin varligi ESDA kullanilarak
degerlendirilebilir. ESDA o6zellikle mekansal otokorelasyon ve mekénsal
heterojenlik ile iliskili mekansal verilerin 6zelliklerine odaklanan bir analiz
olup, ag¢iklayici veri analizinin bir alt kiimesidir (Anselin vd., 2007, Anselin,
1999, Cressie, 1984, Haining, 2003).

Anselin’intanimladigigibi (1994, 1998, 1999), ESDA, mekansal
dagilimlar tarif etmeyi ve gorsellestirmeyi, alisilmadik konumlanmay1 veya
mekansal aykiriliklari tanimlamayi, mekansal birlikteliklerin, kiimelenmelerin
veya sorunlu bolgelerin modellerini tespit etmeyi ve mekansal rejimleri veya
mekansal heterojenitelerin (mekanlar arasi degisen yap1 veya degisen
birliktelik) diger sekillerini gostermeyi amaglayan bir takim tekniklerdir.
Kisaca ESDA analizi bolgeler arasindaki mekansal bagimliliklart ve
ayrigmalar1 analiz etme ve bolgeler aras1 farkliliklar1 karsilastirabilme firsati
sunan bir mekansal istatistik teknigidir (Tuncer vd., 2015: 88).

Bir bdlgenin ya da analizde kullanilan verilerin mekansal bagimliligin
6l¢tilmesinde ilk adim herhangi nokta veya alanin bir kiimesi arasinda var olan
mekansal iligkilerin tanimlanmasidir. Mekansal iliskileri tanimlamak i¢in
mekansal bagimhiligin  6lgiilmesi  gereklidir. Mekéansal bagmmliligin
6l¢iilmesinin birka¢ yolu vardir. Bu 6lgiimler, eger biitiin alanda yiiksek
heterojenite s6z konusu ise analiz altindaki tiim alana uygulanabilecegi gibi
alt bolgelere de uygulanabilir. Mekansal otokorelasyonun hesaplanmasi biiyiik
oranda komgulugun tanimlanmasina baghdir (Annoni ve Kozovska, 2010: 12-
13).

5.1. Mekansal Agirhk Matrisi ve Mekansal Agirhk Matrisinin
Belirlenmesi

Mekansal analiz, bolgelerin  mekéansal olarak birbirlerine
baglantililigin1 digsal sekilde tanimlayan mekansal agirlik matrisinin
tamimlanmasina dayanmaktadir (Gallo ve Dall’erba, 2008: 6). Mekansal
agirlik matrisi mekansal veri setinin komsuluk iligski derecesinin tespit etmek
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icin gereklidir. Mekansal analiz literatiiriinde komsuluklar komsu olmama ve
komsu olma seklinde ikili bir iliski igerisinde agiklanir. Ayrica komsuluklar
smirdashiga ve uzakliga bagl olarak da belirlenebilir (Anselin, 1988).

Asagidaki tabloda goriilldiigli gibi bu calismada iilkelerin
komsuluklar1 smirdagliga bagli olarak hesaplanmistir. Bu kapsamda
komsuluklar Queen komsuluk iliskileri {izerinden hesaplanmigtir. Queen
komsuluk iligkisi sekil 1 de gdsterilmistir.

Sekil 1:Queen Komsuluk iliskisi

N 7
S

Kaynak: (Tuncer vd., 2015: 89).

Queen komsulugu yukaridaki sekilde de anlasilacagi gibi, ortak
smirlar ve ortak kdselerin dahil edildigi ve ortak herhangi bir noktadan komsu
olmay1 ifade etmektedir. Mekansal agirlik matrisi Queen komsuluk iligkisi
dikkate aliarak asagidaki formiille hesaplanir (Smith,
http://www.seas.upenn.edu, 2016):

_ (1,bnd(@) nbnd(j) # @
Wij = {1,bnd(i)nbnd(j) =0

Formiilde i ve j bolge siirlarinda bir kesisme yani komsuluk sz
konusu ise, wij, 1 degeri alir; i ve j bolge sinirlarinda kesisme yoksa sayet Wij
ifadesi 0 degerini alir.

5.2. Degiskenler ile Ilgili Global Mekéansal Otokorelasyon icin
Moran’s I Degerinin Belirlenmesi

Mekansal otokorelasyon deger benzerliginin konumsal benzerlik ile
tesadlif etmesi olarak tanimlanabilir. Bu nedenden dolay1 herhangi bir
degiskenin yiiksek veya diisiik degerleri bir mekanda kiimelenme egilimi
gosterdiginde pozitif mekéansal otokorelasyon, bir cografi bolgenin benzer
olmayan degerlerle ¢evrelenme egilimi gosterdiginde ise negatif mekansal
otokorelasyon séz konusudur(Gallo ve Ertur, 2000: 3-4). Yani mekansal
otokorelasyonun pozitif olmasi, yiiksek degerlere sahip olan bolgelerin yiiksek
komsuluk degerleri ile ya da diisiik degerlere sahip olan bdlgelerin diisiik
komsguluk degerleri ile iligkili oldugunu; mekénsal otokorelasyonun negatif
olmas: ise, diisiik-yiiksek ya da yliksek-diigitk degerli mekansal ayriliklar
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olmasimi ifade eder (Tuncer, 2013: 87).Kiiresel mekéansal otokorelasyonun
Ol¢iilmesi mekansal kiimelenmenin yaygin bir 6l¢iimii olarak bilinen Moran’s
I istatistigine dayalidir (Gallo ve Ertur, 2000: 3-4). PatrickMoran (1948)
tarafindan tanitilan kiiresel mekansal otokorelasyon veya kiiresel Moran’s I,
caligma alanindaki segilen 6zelliklerin dagilim desenlerinin derecesini 6lgmek
icin kullanilir (Moran, 1948) ve asagida gosterilen formiille hesaplanir
(Anselin, 1995; Anselinvd,. 2007);

i Z?:l Wi*j (@xiexjt
?:1 Z?:l XitXjt

1t=

Formiilde Wi; , i ve jolarak adlandirilan mekéansal birimler
arasindaki baglant1 derecesini (ham ve standardize edilmis dizi) veXjj,tyilinda
ibolgesindeki payin degiskenidir (belirtilen yil igin ortalama degerden sapmasi
olarak 6lgiiliir). Elde edilen sonugta beklenen E(T)=-1/ (n-1 ) degerinden daha
kiigiik (daha biiylik) I degeri ise negatif (pozitif)otokorelasyonu gosterir.
Caligmalarda 999 permiitasyon uygulanarak c¢ikarsama yapilmaktadir. 999
permiitasyon, veri setinin 999 kez yeniden O6rneklenmesidir ve Moran’s [
istatistigi otomatik olarak hesaplanmaktadir. Gergek veri seti i¢in elde edilen
degerler, yeniden 6rneklenmis veri setlerinden elde edilen ampirik dagilim ile
karsilagtirilir.

Tablo 3: Moran’s I degerleri

Ort. Ort. Ort. Ort. Ort. Ort. Ort.
Kisi Egitim | Giivenl | Kisisel Girisimei | issizl | Sosyal
basina ik ve | Ozgirl | lik  ve | ik Serma
diisen Emniy | ik Firsat ye
GSMH et

Q | Moran’s | 0.56041 | 0.6466 | 0.64661 | 0.70823 | 0.618165 | 0.537 | 0.5293

u I 2 14 4 6 177 5

e | Polasihk | 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 0.001 | 0.001

e

n

Yukaridaki tabloda Moran’s I sonuglar1 yer almaktadir. Tabloda da
goriildiigli gibi analiz edilen tim komsuluk iligkileri sonuglarinda pozitif
mekansal otokorelesyon vardir. Bu durum sunu ifade etmektedir: 6rnek kiitle
igerisindeki her hangi bir bolge degiskeninde olusabilecek olumlu (ya da
olumsuz) bir gelisme, komsu bolgelerin aymi degiskeninde de pozitif (ya da
negatif) bir etkiye neden olacaktir. Ornegin ortalama issizlik igin, bir bolgenin
issizlik oraninda %1 oraninda meydana gelen bir diisme (Queen igin) komsu
bolgelerinde de % 0,53 oraninda azalmasi yoniinde tagma etkisi
olusturmaktadir.
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Sekil 2: Mekansal Otokorelasyon Diyagrami

HH
High- High
Yiiksek-Yiiksek

Negatif Mekansal Qtokorslasion i Pozitif Mekansal OQtokorelasyon

LL HL
High-Low

Yiiksek-Diisiik

ISEWE[EO UT.IE]_'[\Q'IIIO}I
=

Low-Low

Diigiik-Diisiik

Pozitif Mekinsal Otokorelasyon | Negatif Mekansal Otokorelasyon

Avrasg.-‘aOOrlalamam

Sekil 2’de gosterilen Moran serpme diyagrami, belirlenen
degiskenlerin mekansal ayrismasi hakkinda bilgi vermektedir. Buna gore,
yiiksek degerli gozlem sonuglarinin yiiksek degerli gozlem sonuglar ile
komsuluk iligkisi (HH) ile gosterilmektedir. Diisiik degerli gézlemlerin diisiik
degerli gozlemlerle olan iligkisi ise (LL) ile belirtilmektedir. Her iki iliskinin
varlig1 da (HH veya LL), pozitif mekansal otokorelasyonun oldugunu ifade
eder. Pozitif mekansal otokorelasyonun varligi ise bu bdlgede yer alan
gozlemlerin  kiimelenme iginde oldugunu ve komsuluk iligkilerinden
etkilendiklerini belirtmektedir (Tuncer vd., 2015: 87). Diyagramda pozitif
mekansal otokorelasyon oldugu high-high (yiiksek-yiiksek) bolgesinde hem
Avrasya hem de komsuluk durumuna gére ortalamanin tizerindeki bolgeler yer
alir. Low-low (diisiik-diisiik) bolgesinde hem Avrasya hem de komsularina
gore ortalamanin altinda kalan bolgeler bulunmaktadir. Ayrica diyagramda
yiiksek-diisiik (HL), Avrasya ve komsularinin ortalamasindan yiiksek
degerlere sahip ancak diisiik degerli iilkelerle iliski iginde olan bolgeleri
gostermektedir. Diisiik-yiiksek (LH) ise Avrasya ve komsularinin
ortalamasina gore diisiik degerli ama yiiksek degerli iilkelerle iligki icinde olan
bolgeleri temsil etmektedir.

Asagidaki tabloda degiskenlerin serpilme diyagramlarinin HH, LL,
HL ve LH boélgelerinde yer alan iilkeler toplu bir sekilde gosterilmektedir.

Tablo 4: Avrasya Ulkeleri LISA Istatistikleri

[399]



Ramazan KILIC — Yasin KARAMAN

KBD Egitim | Giivenlik | Kisisel Girisimcilik | issizlik | Sosyal
GSMH ve Ozgiirliik Sermaye
AVRASYA Emniyet
Afganistan LL LL LL LL
Almanya HH HH HH HH HH HH
Arnavutluk HH
Avusturya HH HH HH HH HH HH
Azerbaycan LL LL
Banglades LL
Belgika HH HH HH HH HH HH
Bir. Arap Emr.
Bosna- Hersek HH
Bulgaristan HH LL
Cek Cumbhr. HH HH HH HH
Cin LL LL LL LL LL
Danimarka HH HH
Ermenistan LL
Estonya
Finlandiya HH HH HH HH HH
Fransa HH HH HH HH HH HH
Giircistan HL
Hirvatistan HH
Hindistan LL LL LL LL LL
Hollanda HH HH HH
Irak LL LL
Iran LL LL LL LL LL LL
Ispanya HH
Israil LL LL HL HL
Isveg HH HH HH HH HH HH
Isvicre HH HH HH HH HH
Italya HH HH HH HH HH HH
Kambogya LL LL LL
Karadag HH LL
Kazakistan LL
Kirgizistan LL
Kuveyt HL HL
Laos LL LL LL
Letonya HH
Litvanya
Liibnan LL
Liiksemburg HH HH HH HH
Macaristan HH
Makedonya HH
Malta
Mogolistan
Moldova
Nepal
Norveg HH HH HH
Ozbekistan LL LL LL
Pakistan LL LL LL LL LL LL
Polonya HH
Portekiz
Romanya
Rusya HH
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Sirbistan HH LL
Slovakya HH HH

Slovenya HH

Suriye LL LL

Suudi Arabis. HL LL

Tacikistan LL LL LL LL

Tayland LL LL LL LL

Tiirkiye LL LL LL LL LL
Ukrayna

Urdiin LL LL

Vietham LL LL LL LL

Yemen

Yunanistan HH LL

Kiiresel Mekansal Otokorelasyon veya Kiiresel Moran’s I analizi,
verinin ne ¢esit bir kaliba/desene sahip oldugunu tam olarak verir. Ancak bu
analiz, mekansal farkliliklarin spesifik kaliplarini tanimlamak i¢in tek basina
yeterli bir kanit sunmaz. Yiiksek yogunluklu yerlerin ve diisikk yogunluklu
yerlerin birbirinden ayr1 konumlandigim1 ispatlayan ¢iktiyr saglamada
basarisizdir. Yiiksek yogunluklu, diisiik yogunluklu ve benzersiz konumlari
bulmak i¢in LISA teknikleri kullanilir (Monzur, 2014: 26).

6. MEKANSAL KUMELEME ANALIZi (LISA)

Simdiye kadar mekansal otokorelasyonun 6l¢iilmesi verideki kalibin
tek bir istatistikle Ozetlendigi genel ya da kiiresel baglamda/sekilde
degerlendirilmistir. Paralel olarak nokta kalip analizine odaklanmis testler,
mekansal birlikteligin lokal gostergeleri (LISA) mekansal tesadiifilikten sapan
belli bir bolgenin etrafindaki degerlerin diizenlenmesinin bir 6l¢limiinii saglar.
Getis ve Ord’unGi ve Gi* istatistigi bir yerin gevresindeki belirli bir mesafe
bandi i¢inde yiiksek veya diisilk degerlerin konsantrasyonun mekansal
rastgelelikten sapmalarinin ne dlglide oldugunu 6lger. Bu istatistikler yiiksek
veya diisiik degerlerin kiimelerini bulmak i¢in tasarlanmistir. Belirli bir yerden
artan mesafe bandlar1 kullanilarak her bir konuma uygulanabilirler. LISA nin
genel cercevesi, bazi kiiresel istatistiklerin lokalMoran ve lokalGeray gibi
yerel formlarinin tiiretildigi Anselin’in (1995) ¢alismasinda ¢izilmistir. Lokal
Moran, Moran dagilimi, sacilimu ile yakindan ilgilidir ve lokal kiimeler ve
aykariliklarin varligini gosterir (Anselin vd., 2000: 233- 234).

Anselin (1995: 95) mekansal birlikteligin bir lokal gdstergesini
(LISA) su iki kriteri saglayan istatistikler olarak tanimlar; birincisi, her bir
gozlem igin LISA s6z konusu gozlem etrafindaki benzer degerlerin anlamli
mekansal kiimelenmesinin bir gostergesini verir; ikincisi, tiim gézlemler i¢in
LISA’larin toplami mekansal birlikteligin bir global gdstergesi ile orantilidir.
Lokal Moran’s 1 istatistigi globalMoran’s I istatistigine benzer, ancak tim
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komguluklar i¢in ayr1 ayri hesaplanir. Lokal Moran’s 1 istatistigi her bir i
bolgesi ve t yil i¢in su sekilde hesaplanir (Anselin, 1995):

I, = (ﬁ)ZWUxU with m, =le-2/n
J

mg i

Formiilde Xi (xj) ham ve standardize edilmis dizi agirlik matrisi W nun
elemant vex; (xj),i( j) bolgesindeki gdzlemdir. Istatistigin anlamlilik diizeyi, her
bir gozlem i¢in Tllkelerin komsulugunun 999 permiitasyon ile
tesadiifilestirmesi esasina dayanmaktadir. Tesadiiflestirme yaklagimi, sayisal
permiitasyon yaklagimi baglaminda, global ve yerel mekansal otokorelasyon
istatistiginin anlamlilik hesabmi tanimlamak i¢in kullanilir. Bu arastirmada
kullanilan LISA istatistigi iledegiskenlerin degerleri arasinda anlaml
mekansal kiimelenme ve pozitif ve/veya negatif lokal mekansal otokorelasyon
olup olmadigmin tespiti yapilmistir.

Asagida Queen komsuluk iligkileri dikkate almarak degerlendirilen
LISA istatistigi analizi sonuglar1 yer almaktadir.

Harita 8: Avrasya Ulkeleri Ortalama Kisi Basina Diisen Milli Gelir Diizeyi LISA Haritas1

LISA Chuster Map: Queen, | ORTGLR (939 perm)
O ot Signiicant (40)
¢ B gty

. Low-Low {14)

I Lowsigh (0)

[ Highdow )

B neighbedess (1)

Harita 8’de 6rneklemdeki her bir iilkenin yapisini gosteren LISA
analizi, kisi bagma diisen milli gelir agisindan Avrasya iilkelerinin bolgesel
olarak ayristigini gostermektedir. Kirmizi renkli ilkeler komsuluk iliskileri ile
birbirleri arasinda mekéansal kiimelenme gergeklestirmektedir. Haritada mavi
renkle gosterilen ilkeler ise, pozitif mekéansal otokorelasyonun oldugu
ancak(LL) bolgesinde olduklar i¢in bu {ilkelerin birbirlerini negatif yonde
etkiledikleri ve kisi basina diisen milli gelir bakimindan diisiik seviyede
kiimelenme olusturduklarini géstermektedir.
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Harita 9: Avrasya Ulkeleri Ortalama Egitim Diizeyi LISA Haritas:

LISA Cluster Map: Cosen, | ORTEGT (499 perm)
[0 bt Significant (M)

I i (19)

I Lovwdow (10)

B LowHigh ()

0 rigrLow 1)

! HNeaghberdess (1)

Egitim Diizeyinin LISA dagilimi incelendiginde gii¢lii bir mekénsal
ayrismanin oldugu dikkat c¢ekmektedir (Moran’s 1 degeri 0.582857).
Orneklemdeki her bir konumun yapisimi gosteren LISA analizi, egitimde
bolgesel ayrigmanin yiiksek olmasiin nedenini High-High (HH) bolgesinde
yer alan tlkelerin kiimelendigini ayn1 zamanda komsuluk iligkileri sayesinde
pozitif yayilmanin oldugunu gostermektedir. Mavi renkte gosterilen iilkeler
ise pozitif mekéansal otokorelasyondan etkilenmekte ve komsuluk
iligkilerinden etkilenerek egitim diizeyinin diisiik olmas1 temelinde
kiimelenmektedir.

Harita 10: Avrasya Ulkeleri Ortalama Giivenlik ve EmniyetDiizeyi LISA Haritas

I Sg
. LISA Cuuster Map: Quezn, | ORTEMNIYET (393 peem)

[0 et Siant 3)
€ W g 1)

W onlon )

D LowHigh {0)

O0 Hgh-Low (1)

| Neighbedess (1

2012-2014 donemi kisi basina diisen milli gelirin LISA dagilim
incelendiginde, burada da giicli bir mekansal ayrismanmn oldugu
goriilmektedir (Moran’s 1 degeri 0.560412). Harita 10°’da LISA dagilimlan
gosterilen tilkelerden 10 tanesi pozitif mekansal otokorelasyona sahip (HH)
bolgesinde; yine pozitif mekansal otokorelasyona sahip ancak negatif
kiimeleme olusturan (LL) bolgesinde yer alan 14 iilke bulunmaktadir. Ayrica
negatif mekansal otokorelasyona sahip (HL) bolgesinde ise 1 {ilke
bulunmaktadir.
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Harita 11: Avrasya Ulkeleri Ortalama Kisisel OzgiirliikDiizeyi LISA Haritas1

LISA Cluster Map: Quezn, | ORTKOZGLK (399 pem)
:l Net Signficant (41)

W kg (1)

B o)

O Lowtigh{0)

E sgen )

Neighbodess (1)

Mekansal ayrismanin gii¢lii bir sekilde goriildiigli bir diger degisken
2012-2014 doneminde incelenen kisisel Ozgiirlikktiir (Moran’s 1 degeri
0.708236). Kirmiz1 renkle gosterilen Avrasya iilkelerinin (HH) kiimelendigi
ve komgsuluk iliskileri sayesinde pozitif yonde birbirlerini etkiledikleri
goriilmektedir. Haritada Mavi renkle gosterilen iilkeler, pozitif mekansal
otokeraslyona sahip ama (LL) bolgesinde yer almalar1 nedeniyle birbirlerini
negatif yonde etkileyen iilkelerdir. Ayn1 zamanda bu durum iilkelerin diisiik
degerli kisisel 6zgiirliige sahip kiimeleme olusturduklarini gosterir. Gorece
pozitif durumda olmakla beraber (HL) bolgesinde yer alan Giircistan ve
Kuveyt komsu iilkelerin diisiik kisisel 0Ozgiirliik degerlerine sahip
olmalarindan olumsuz yonde etkilenmektedir.

Harita 12: Avrasya Ulkeleri Ortalama Girisimcilik ve Firsat Diizeyi LISA Haritasi

o Hegthoress (1)

Harita 12°de gosterilen 2012-2014 doénemi i¢in olugturulan LISA
analizinde pozitif mekénsal otokorelasyona sahip (HH) bolgesinde yer alan
iilke sayisinin, yine pozitif mekansal otokorelasyona sahip ancak negatif
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kiimele olusturan (LL) bdlgesindeki iilke sayisina gore daha az oldugu
goriilmektedir.

Harita 13: Avrasya Ulkeleri Ortalama Issizlik Diizeyi LISA Haritast

USA Cluster Map: Queen, | ORT! SZLK (59 perm)
[ het Signiicant (48)
¢ W Hpion )

W Lovlon 1)

D Low-High {0)

D HighLow {0)
Neighbodess (1)

Harita 13’de issizlik agisindan 6rneklemde her bir iilkenin yapisini
gosteren LISA analizinde, pozitif mekansal otokorelasyona sahip {ilkelerin
(HH); Arnavutluk, Bosna Hersek, Hirvatistan, Makedonya, Bulgaristan,
Yunanistan, Karadag, Sirbistan olduklar1 goriilmektedir. Diger yandan pozitif
mekansal otokorelasyona sahip olup (LL) bdlgesinde yer alan iilkeler;
Hindistan, Pakistan, Cin, Kambogya, Laos, Tayland, Vietnam’dir.

Harita 14: Avrasya Ulkeleri Ortalama Sosyal SermayeDiizeyi LISA Haritas1

1) g
: g LISA Cluster Map: Queen, | S8 {339 perm)
X - ] hor Sioncant )

W Hipsind
W odon (1)
O LowHigh {0)
O i)

Nesghboass (1)

Sosyal sermayede (HH) bolgesinde yer alan; Norveg, Isveg, Italya,
Avusturya, Belgika, Fransa, Almanya, Finlandiya mekansal otokorelasyonun
varlig1 ile komsuluk iliskilerinden etkilenmekte ve sosyal sermaye bu bolgede
tasma etkisi gostererek kiimeleme olusturmaktadir. Ulkelerin mekéansal
otokorelasyon sonuglarinin toplu gdsterimi tablo 5°de gosterilmistir.
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Tablo 5: Mekéansal Otokorelasyon Sonuglarinin Toplu Gosterimi

HH LL HL LH
Kazakistan,
Tirkiye,
Isveg, Italya, Hindistan,
Ortalama Avusturya, Belgika, Ozbekistan, iran,
Gelir Diizeyi | Fransa, Almanya, Afganistan,
Liiksemburg, Isvicre, Kirgizistan,
Finlandiya Pakistan,
Tacikistan, Cin,
Kambogya, Laos,
Tayland, Vietham
Ortalama Norveg, Rusya, Isveg, | Hindistan, Iran, Suudi
Egitim ftalya, Avusturya, Afganistan, Avrabistan
Diizeyi Cek Cumhuriyeti, Pakistan,
Danimarka, Tacikistan, Cin,
Macaristan, Polonya, Kambogya, Laos,
Slovakya, Belgika, Tayland, Vietnam,
Fransa, Almanya,
Liiksemburg, Isvicre,
Finlandiya, Letonya,
Hollanda
Irak, Israil, Urdiin,
Ortalama Isveg, Italya, Liibnan, Suriye,
Emniyet ve Avusturya, Cek Tiirkiye,
Giivenlik Cumhuriyeti, Hindistan, Kuveyt
Diizeyi Slovakya, Slovenya, Ozbekistan,
Belgika, Fransa, Azerbaycan, Iran,
Almanya, Isvigre Afganistan,
Pakistan,
Tacikistan, Cin
Ispanya, Isveg, Italya,
Ortalama Avusturya, Cek Irak, Israil, Urdiin,
Ozgiirliik Cumhuriyeti, Suriye, Tiirkiye, Glircistan,
Diizeyi Danimarka, Belgika, [ran, Suudi Kuveyt
Fransa, Almanya, Arabistan,
Liiksemburg, Isvicre,
Finlandiya, Hollanda
Norveg, Isveg Italya,
Ortalama Avusturya, Cek Tirkiye,
Girisimcilik Cumbhuriyeti, Belgika, | Hindistan, Israil
ve Firsat Fransa, Almanya, Ozbekistan, Iran,
Diizeyi Liiksemburg, isvigre, | Afganistan,
Finlandiya, Hollanda Pakistan,
Tacikistan, Cin,
Tayland, Vietnam,
Arnavutluk, Bosna Hindistan,
Hersek, Hirvatistan, Pakistan, Cin,
Makedonya,
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Ortalama Bulgaristan, Kambogya, Laos,
Issizlik Yunanistan, Karadag, | Tayland, Vietnam,
Diizeyi Sirbistan
Bulgaristan,
Ortalama Norveg, Isvec, Italya, | Yunanistan,
Sosyal Avusturya, Belgika, Tiirkiye, Israil
Sermaye Fransa, Almanya, Ermenistan,
Diizeyi Finlandiya, Azerbaycan, Iran,
Pakistan,
Banglades,
Karadag, Sirbistan

7. SONUC VE ONERILER

Kalkinma olgusunun genigleyen igerigi merkezine insani alan,
cevreye uyumlu ve gelecek kusaklari Onemseyen yapisiyla dikkat
cekmektedir. Bu durum bir iilkenin ekonomik kalkinma diizeyinin, yalniz
sahip oldugu gelir diizeyiyle veya gelir diizeyinin tek bir degiskenle olan
iligkisiyle agiklanamayacagini ortaya koymaktadir. Ayrica lilkelerin kapali
ekonomik sistemi terk ederek kiiresel rekabet kosullarima uyum saglama
cabalar1 ekonomik kalkinma i¢in ¢ok yonli anlayist gerekli kilmistir. Bu
kapsamda:

Ekonomik kalkinmanin biitlinciil bir yaklasimla degerlendirilmesi
gerekliligi agiktir. Biitlinciil yaklasim: Toplumsal yapida ortaya ¢ikan
problemleri bélmez, ekonomik ve sosyal faktorler arasindaki iliskiyi tek diize
indirgemez, toplumsal yapimin tiim yonlerini ve bu yapmin biitiin olarak
degerlendirilmesini esas alir.

Sosyo-ekonomik faktorler, kalkinma igin belirlenen hedeflerin nasil
sonuglanacagiyla ilgili detayl bilgiler sunar. Ciinkii sosyo-ekonomik faktorler
toplumun ihtiyaglarinin ne dl¢giide karsilandigini gormemizi saglar. Ulkelerin
sosyo-ekonomik goriiniimlerini ortaya koymak adina c¢esitli endeksler
gelistirilmistir. Endeks verileri hem iilkenin kendi i¢inde degerlendirilmesi
hem de diger iilkelerle kiyaslanmasimi kolaylastirmistir. Bu kapsamda
calismanimn analiz boliimiinde Insani Gelisme Endeksi ve Legatum Refah
Endeksi verilerinden yararlanilmistir.

Analiz sonuglar1 yorumlanirken belirlenen degiskenlerin farkl
bilesenler tarafindan olusturuldugu goz ardi edilmemelidir. Bu nedenle
Ozellikle Tiirkiye nin ortalama sosyal sermaye ve ortalama kisisel 6zgiirliik
diizeylerinin mekansal yapisi agik renkli géziikse de biitiin bilesenlerde diisiik
degerli oldugu sdylenemez. Ayrica iilkelerin sahip olduklar niifus ve yapisal
ozelliklerine dikkat edilmesi gerekir.
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Ulkelerin sahip oldugu sosyo-ekonomik faktérler, cografi konumdan
ve mekansal etkilesimden etkilenmektedir. Bu nedenle mekansal kiimelerin
veya farklilasmalarin tespit edilmesi gerekir.

Calismada, mekansal istatistik alaninda en 6nemli tekniklerden biri
olan kesfedici mekansal veri analizi kullanilmigtir. Analiz sonuglarina gore
2011-2014 y1l1 kisi basina diisen milli gelir diizeyi ve egitim diizeyi ile 2012-
2014 yili giivenlik ve emniyet, kisisel 6zgiirliik, girisimcilik ve firsat, igsizlik
ve sosyal sermaye degiskenlerinin mekansal esitsizlikleri tespit edilmistir.
Dolayisiyla analize dahil edilen 64 Avrasya iilkesinin sosyo-ekonomik
faktorlerinde farklilik oldugu goriilmiistiir.

Sosyo-ekonomik faktdér niteligindeki yedi degiskenin, mekansal
kiimeleme analizi (LISA) sonuglar1 bat1 bolgesinde kalan Avrasya iilkelerinin
yogunlukla pozitif mekansal otokorelasyon olusturdugunu gostermektedir.
Kalkinma gostergesi olarak analize dahil edilen kisi bagina diisen milli gelir
diizeyi incelendiginde; Isveg, italya, Avusturya, Belcika, Fransa, Almanya,
Liiksemburg, Isvigre ve Finlandiya'nmn HH (High-High) bélgesinde
kiimelendikleri tespit edilmistir. Ancak Avrasya iilkelerinde kisi basina diisen
milli gelir agisindan, negatif mekénsal kiimelemenin daha baskin oldugu
goriilmistiir. Analize dahil edilen kisi bagina diisen milli gelirde; pozitif
kiimelenme olusturan iilkelerin (Isveg, italya, Avusturya, Belgika, Fransa,
Almanya, Liiksemburg, Isvicre ve Finlandiya) egitim, kisisel ozgiiliik,
girigimcilik ve firsat ile sosyal sermaye degiskenlerinde de pozitif mekansal
kiime olusturdugu tespit edilmistir.

Analizde dikkat ¢eken bir diger bulgu ise emniyet ve giivenlik
diizeyinde negatif otokorelasyon olusturan Tiirkiye, Hindistan, Ozbekistan,
[ran, Afganistan, Pakistan, Tacikistan ve Cin’in girisimcilik ve firsat
diizeyinde de negatif otokorelasyon olusturmasidir. Bu {ilkelerin yine
kalkinma gostergesi olarak kabul edilen kisi basina diisen milli gelir
degiskeninde negatif otokoreslasyon olusturduklari ve LL bolgesinde yer
aldiklar1 tespit edilmigtir.

Calismada sosyo-ekonomik faktorler ile ekonomik kalkinmanin
mekansal bagimliligi arasinda Ortiisme olup olmadigi tespit edilmeye
calisilmistir. GeoDA paket programi kullanilarak yapilan analizle kalkinma
gostergesi olarak kabul edilen kisi bagina diisen milli gelir diizeyi ile sosyo-
ekonomik faktor niteligindeki diger 6 degiskenin mekéansal farkliliklar ile
mekansal kiimelenmeleri tespit edilmistir. Avrasya {ilkelerine yonelik yapilan
caligmada sosyo-ekonomik faktorlerin (egitim, giivenlik ve emniyet, kisisel
Ozgiirliik, girisimcilik ve firsat, sosyal sermaye ve issizlik) pozitif ve negatif
kiimelenmeleri kisi basma diisen milli gelir ile ortiismektedir. Bu ortiisme,
kalkinma hedeflerinin gergeklesmesi igin sosyo-ekonomik faktorlerin
iyilestirilmesi geregini ortaya koymaktadir.
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Bu bulgulardan hareketle ¢alismanin 6nerileri sunlardir:

e Ortalama giivenlik ve emniyet degiskeni bakimindan LL
bolgesinde yer alan Tiirkiye, Hindistan, Ozbekistan, Iran,
Afganistan, Pakistan, Tacikistan ve Cin iilkelerinin s6z konusu
degiskenle ilgili politikalarini gelistirmeleri gelir diizeyini pozitif
yonde etkileyecektir.

e Tiirkiye ve Iran’in hem ortalama gelir diizeyi hem de ortalama
ozgirlik diizeylerinde LL bolgesinde yer aldiklar tespit
edilmistir. Her iki iilkenin de ortalama oOzgiirliik diizeylerini
arttiracak politikalar1 belirlemesi gelir diizeyinde pozitif etki
olusturacaktir.

e Ortalama girisimcilik ve firsat diizeyi bakimindan LL bodlgesinde
yer aldig1 tespit edilen Tiirkiye, Hindistan, Ozbekistan, Iran,
Afganistan, Pakistan, Tacikistan, Cin, Tayland ve Vietnam’da s6z
konusu degiskenle ilgili pozitif gelismelerin ortaya ¢ikmasi bu
iilkelerin ortalama gelir diizeylerinin gelismesini saglayacaktir.

e Benzer sekilde Hindistan Iran, Afganistan, Pakistan, Tacikistan,
Cin, Kambogya ve Vietnam’in egitim diizeylerini arttirici
politikalar uygulamasi gelir diizeylerini arttiracaktir.
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