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Ozet

Avrupa Birligi’ne liye ve aday iilkelerin sosyo-ekonomik gdstergelerinin Cok Boyutlu
Olgekleme Teknigi kullanilarak analiz edildigi bu makalede, ¢ok boyutlu olan sosyal ve
ekonomik yapida birbirleri ile etkilesim igindeki ¢ok sayida gosterge birlikte ele alimustir.
Avrupa Birligi’'nde 6zellikle 2009 yilinda baglayan ancak ciddi sonuglarmim 2010 ve 2011
yillarinda ortaya ¢iktig1 ekonomik krizin, krizden bir y1l 6nce yani 2008 yilinda sinyallerini verip
vermediginin tespiti bu ¢alismanin temel amacim olusturmaktadir. Uye ve aday iilkelerin sosyo-
ekonomik gostergelerin analizi ile, uzun yillar homojen bir yap1 gosteren birlik {ilkelerinin
birbirlerinden uzaklasarak daginik bir yap1 sergilemeleri c¢alisma ile oldukc¢a net bir sekilde
saptanmistir

Anahtar Kelimeler: :Cok Boyutlu Olgekleme Analizi, Metrik Olgekleme, Avrupa
Birligi, Kriz, Sosyo-ekonomik gostergeler

DETERMINATION OF THE SIGNALS OF 2009 GLOBAL FINACIAL
CRISIS THROUGH PAST ERA SOCIO-ECONOMIC INDICATORS BY
MULTIDIMENSIONAL SCALING TECHNIQUE AND AN
APPLICATION

Abstract

In this study, socio-economic structures are analyzed for European Union (EU)
member and candidate countries using Multidimensioanl Scaling Method . It’s aimed to create a
general approach of a large number of the indicators which are interacting with each other at
multi-dimensional social and economic structure . Economic crisis in EU has started the years
of 2009, but the serious consequences of it has been appeared during the period 2010 and 2011.
In 2008, a year before the crisis ,the problems union signals have emerged. With the analysis of
socio-economic indicators, It is found that quite apparent change among union countries that they
was showing a homogeneous structure so long years

Key Words: Multidimensional Scaling Analysis, Metric Scaling, European Union
Crisis, Socio-economic indicators

1.Giris

Avrupa Birligi (AB), yaklasik bes yiiz milyona yakin niifusu ve 28 iilkeden
olusan iiyesiyle topraklarinin biiyiik boliimii Avrupa kitasinda bulunan énemli bir siyasi
ve ekonomik orgiitlenmedir. 1958 yilinda sadece 6 iiye ile kurulan , Avrupa Toplulugu
olarak adlandirilan yapilanma, degisik tarihlerde yeni iiyelerin katilimi sonucu bugiin
27 tiyeden olusan bir birlik halini almistir. Ekonomik atilimlar ve entegrasyon, birlik
iginde ozellikle 80’li yillardan itibaren hizla artig gostermistir ( Hitiris, 2003 s. 63)
Birligin 2013 yil1 itibariyle genisleme siirecine bakildiginda ise; Tiirkiye ve Izlanda ile
katilim miizakerelerinin yiiriitiildiigii, Makedonya ve Karadag'in aday iilke ilan edildigi,
Arnavutluk, Bosna-Hersek, Sirbistan ve Kosova'nin ise potansiyel aday iilkeler olarak
kabul edildigi goriilmektedir.
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Diinya dlgeginde bakildiginda basarili bir birlik olarak gosterilmesine ragmen
AB, ckonomik ve finansal krizinden en fazla etkilenen orgiitlerin basinda yer
almaktadir. 2008 yili sonunda Amerika’da finans alaninda ortaya ¢ikan kriz hizla tim
diinyaya yayilarak kiiresel bir krize doniigsmiistiir. Krizin olumsuz etkileri 6zellikle 2009
yilindan sonra Avrupa Birligi iilkelerinde de 6nemli bir sekilde hissedilmis ve birlik
kurugundan beri en biiyiik daralmayr yasamistir. Bu ekonomik krizin etkisiyle; Euro
bolgesinin ekonomik ve mali yonden istikrarsizlastig, lilkelerin bilylime oranlarmin
yavasladigi gorillmiistiir.

2. Sosyo-ekonomik Gostergeler

Tiirk¢eye Fransizcadan girmis olan ve “toplumla ilgili” anlaminda kullanilan
“sosyo” kelimesi ile ekonomi kelimesi birlestirilerek olusturulan sosyo- ekonomi
kelimesi ayn1 anda hem toplumsal ve ekonomik alani hem de aralarindaki iliskileri
ilgilendiren ortak alan olarak tanimlanmistir (TDK Sozliik, 1988, s. 2015). Bireyler
agisindan tanimlanan sosyo-eckonomik durum ise, kisinin toplumda var olan sosyal ve
ekonomik kaynaklara ulagabilme, bu kaynaklar {izerinde s6z sahibi olma derecesi
hakkinda bilgi vermektedir.

Sosyo-ekonomik gelismislik iller, ilgeler ve iilkeler diizeyinde gesitli kriterler
dikkate alarak ol¢lilmektedir. Bu ¢aligmada Avrupa Birligi’ne iiye ve aday iilkelerin
hem 2005 hem de 2008 yillar1 i¢in sosyo-ekonomik gelismislikleri dlgiilerek birligin 3
yil igindeki durumunu saptamak ve kriz dncesinde de birlik yapisindaki bozulmalara
(dagilmalara) dikkat gekilmek istenmistir.

Aragtirmanin uygulama kisminda kullanilan 2005 ve 2008 yillar1 sosyo-
ekonomik gostergeleri, g¢esitli kaynaklardan derlenenerek  (Eurostat, OECD, World
Bank Data ve iilkelerin resmi istatistik kurumlar) olusturulmustur. Tablo 1’de kullanilan
gostergeler sosyo-ekonomik yapiyi temsil ettigi belirtilen temel gostergelerdir.

Tablo 1 Temel Sosyo-ekonomik Gostergeler

X1 | Ilkégretim siiresi

X2 | Kamu sektoriinde egitime ayrilan oran (GSMH iginde)

X3 | lilk&gretime kayitl kiz gocuklarinmn orani (% net)

X4 | Tarimsal alan (Tiim karasal alan iginde)

X5 | Alternatif ve Niikleer enerji kullanim orani (Tiim enerji kullanimi iginde)
X6 | Niifus yogunlugu ( Karasal Alanlar iginde)

X7 | Kursal alan niifusu ( Tiim niifus iginde )

X8 | Kentsel alan niifusu ( Tiim niifus i¢inde)

X9 | Uriin ve servislerin ihracat1 oran1 ( Gayri safi milli hasila iginde)
X10 | Gayri safi milli hasila gelisimi (%Yillik)

X11 | Kisi bag1 Gayri safi milli hasila gelisimi (% Y1llik)

X12 | Ticaret Hacmi orani(Gayri safi milli hasila i¢inde)

X13 | Gayri safi milli hasila deflatorii

X14 | Enflasyon (Yillik)

X15 | Dogum Orani (Her 1000 kiside)

X16 | Oliim Oran1 (Her 1000 kiside)
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X17 | Dogurganlik orani ( Hamile kadmlar iginde)

X18 | Kamu Alani Saglik Harcamalar1 ( %GSMH )

X19 | Hastanelerdeki yatak sayis1 ( Her 1000 kisiye diigsen)

X20 | Ortalama yasam omrii (Y1l)

X21 | Niifus biiytime oran1 (Yillik)

X22 | Sabit hat ve internet aboneligi (Her 100 kiside)

X23 | Internet kullanici sayist (Her 1000 kiside)

X24 | Arastirma ve Gelistirme Harcamalar1 (Gayri safi milli hasila i¢indeki pay1)
X25 | Toplam ¢alisan ( Caligabilecek insan giicii igindeki %)

X26 | Endiistri alaninda ¢aligsan ( Calisabilecek insan giicii igindeki %)

X27 | Kadinlarda uzun dénem issizlik ( Tim ¢aligabilecek kadm giicii iginde)
X28 | Toplam igsizlik (Toplam isgiicii iginde)

X29 | Bankalarin sermayelerinin aktiflerine orani

X30 | Endiistrideki igsizlik pay1 (%)

X31 | Tarimdaki issizlik payt (%)

X32 | Uzun dénem issizlik (% kadinlarda)

X33 | Toplam Issizlik Oran1

2. Cok Boyutlu Ol¢ekleme Analizi

Calismada birlige liye ve aday iilkelerin sosyo-ekonomik gostergelerinin
analizi Cok Boyutlu Olcekleme metodu ile gergeklestirilmistir. Bu metod gesitli objeler
arasindaki benzerligi (ya da benzemezligi) olduk¢a kiigiik boyutlu bir uzayda ortaya
cikarmaya galisan cok degiskenli bir istatistik tekniktir (Ingwer Borg Patrick s.3).

Analiz, verilerin ¢ok boyutlu uzaydaki iligki yapist ve uzaydaki konumlari en
iyl bicimde ortaya koyan analitik yerlesim diizeni vermektedir (Kurt, ,1996). Cok
Boyutlu Olgekleme ilk olarak psikometri alanindan dogan bir istatistik tekniktir.
Yontemin ardindaki temel fikirler ilk olarak Young ve Householder (G. Young and A.
S. Householder 1938)arafindan onerilmis olup daha sonra Torgerson (W. S. Torgerson.
401419, 1952 )tarafindan oldukg¢a gelistirilip bugilinkii ismini almistir. Analiz
giiniimiizde sadece psikoloji alani ile sinirli olmayip ekonomi, sosyoloji, biyoloji, kimya
ve arkeoloji gibi genis bir uygulama alanina sahiptir. (Everitt ,B.,Howell ,D.,2005,
5.1881). Ornegin cesitli belgelere ait koleksiyonlarm,(Becks, A., Sklorz, S., Jarke) veri
tabanlarinm ,( Document Collections 2000, 2000, 298-301) ¢esitli durumlart ile ilgili
gorsel bir analiz ortaya ¢ikarabilmek i¢in kullanilabildigi gibi ayni zamanda dokiiman
siniflanmasi, (Popescul, A.; Ungar, L. H.; Flake, G. W.; Lawrence, 2000) metin
madenciligi, (Haveliwala, T., Gionis, A., Klein, D., Indyk, 2002, 432—442) gibi farkli
alanlarda da uygulama alani bulmus bir tekniktir.

Cok boyutlu olgeklemenin ii¢ degisik uygulamasi karsisinda girdi verileri ve c¢ikti
verileri su sekilde 6zetlenir (Stein, B., Meyer zu Eissen, 254-266, 2003).

1) Tam metrik ¢ok boyutlu 6lgeklemede; girdi verileri ve ¢ikti verileri metrik dlgekle
(aralikli veya oransal) ol¢iiliir.

98



BJSS Balkan Journal of Social Sciences / Balkan Sosyal Bilimler Dergisi Vol/Cilt: 4, No/Say1:8, 2015

2) Tam metrik olmayan ¢ok boyutlu dlgekleme de ise girdi verileri ordinal dlgekle elde
edilirken; ¢ikt1 verileri sirasal 6lgekle (ranked) elde edilir.

3) Metrik olmayan ¢ok boyutlu oOlcekleme de ise girdi verileri ordinal olgekle
olusturulurken, ¢ikt1 verileri metrik 6lgektedir.

Bu calismada veriler metrik &lgekli oldugundan Metrik Cok Boyutlu Olgekleme
yontemi kullanilacaktir.

2.1 Metrik Cok Boyutlu Ol¢ekleme

Bu yontemde ilk olarak Oklid uzakliklarina dayanan (n*n) boyutlu uzakliklar
matrisi elde edilir. Uzakliklar matrisi d;; seklinde gosterilen i,j=1,2,3.......... n matrisi ana
kosegeni 0, eksi isaret igermeyen bir simetrik matristir . Bu analiz de Temel Bilesenler
Analizi’'nde oldugu gibi 6zdeger ayrisimi mantigina dayanir. Kullanilan matris bazen
kovaryans matrisi (degiskenler merkezilestirilmis ancak normalize edilmemis) bazen de
korelasyon matrisi (degiskenler hem merkezilestirilmis hem de normalize edilmis) ya da
vektorel ¢arpim matrisidir Metrik Cok Boyutlu Olgeklemede uzakliklar matrisi direk
kullanilamaz ¢linkii bu matris 6zdeger ayrimma uygun degildir (Pozitif yar1 tanimli
matris olmadigr igin). Matris genellikle vektorel ¢arpim matrisine gevrilerek analize
uygun hale getirilmektedir (Munoz, Merino).

Ik olarak n X n boyutlu uzakliklar matrisinin D = (d; ;) 2 vektor igin hesap
edilmesi asagidaki gibidir; x4, ... ... ... X, € RP; dizj = (x; — xj)T (x; — x;). Bu analiz ilk
olarak uzaklik matrisi d’ninbulunmasi ile baslar. Buradaki temel amag¢ Oklid uzayinda
bulunan uzakliklara baglh kalarak bir gérsel sunum ortaya koyabilmektir.

1. Uzakliklar matrisi hesaplanmast (d;;)?,

2. A= (ai j) ve a;; = —%dizj matrisin tanimlanmast,

3. bj=aq;—a.—aj+a

4. Ozdegerlerin  bulunmasi A = diag (4, ... .......4p)  ve  OzdeZer
vektoriin bulunmasi I' = (T, ... ... T}),

Uygun boyutun hesaplanmasi (p= ideali 2),

6. Oklid uzaymndaki koordinatlarm hesaplanmasi (Ozdegere karsilik

ozvektorlerin bulunmasr)
1

xij = [yA?. (Churchill 1994 5.69)

9]

3.Arastirma Bulgular

Ilk olarak 2005 yili verileri ile yapilan Cok Boyutlu Olgekleme Analizi
sonuglarma gore; Tablo 2 ’de hesaplanan Stress degeri veri grubundaki her bir birim
(iilke) arasindaki orijinal uzakliklar ile iki boyutlu diizlemde konfigiirasyon (gdsterim)
uzakliklart arasindaki uygunlugu anlatmaktadir. Stress degeri 5. iterasyonda durarak
olabilecek en iyi degerlerden birine ulasmigtir (0,01). Bu sonu¢ olduk¢a anlamlhidir ve
bu sebepten iterasyona devam edilmemistir. iki boyutlu diizlemde Stress degeri 2005
yil1 sosyo-ekonomik verileri i¢in % 99 oraninda agiklayiciliga sahip ¢ikmistir.
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Tablo 2 iki Boyutlu Coziimlemede Stress istatistiginin Hesaplanmasi

Iteration history for the 2 dimensional solution (in squared distances)
Iteration S-stress Improvement

1,02246

2,01706 ,00540

3.,01385,00321

4.,01214,00171

5,01137,00077

Stress= 0,05183 RSQ=0,99612

Uyaric1 Koordinatlar tablosu (Tablo 3) ile iki boyutlu diizlemde ayr1 ayr1 hangi
iilkelerin benzestigi, hangi iilkeler arasinda farkliliklar oldugu aragtirilmaktadir. Birinci
boyutta Belgika, Almanya, Liiksemburg, Hollanda, Ingiltere, italya’nin sahip olduklari
negatif degerlerle yaklagik ayni yerlerde konumlandiklari (birlik igerisinde de oldukca
gelismis seviyede bulunan iilkelerdir) saptanmigtir. 2005 yili igin olduk¢a 6nemli bir
diger tespit ise, liye iilkelerin tek bir kiime gibi birbirine ¢ok yakin konumlanmalaridir.
Bu iilkeler Avusturya, Bulgaristan, Kibris, Cek Cumhuriyeti, Danimarka, Estonya,
Finlandiya, Fransa, Yunanistan, Macaristan, Irlanda, Litvanya, Letonya, Polonya,
Portekiz, Romanya, Slovakya, Slovenya, Ispanya, Hirvatistan ve izlanda'dir. Bu iilkeler
koordinat diizleminde her iki boyuta gore pozitif alanda yer almiglardir. Makedonya ile
Malta’nin ise birbirine yakin degerlerle ayn1 yerde konumlandiklari
saptanmistir.Malta’nin birinci boyuta gore diger iilkelerle, ikinci boyutta ise Tiirkiye nin
sahip oldugu negatif degerler ile diger iilkelerden ayrigtigi saptanmistir. Uyarict
koordinat tablosunun gorsel hali olan Oklid Uzaklik Tablosuna gére iilkelerin
bircogunun koordinat diizleminin merkezine ¢ok yakin konumlandiklar1 goriilmiistiir.
Sekil 1’e bakarak Tiirkiye’nin ve Malta’nin diger iilkelerden olduk¢a uzak kaldigi ve
diger iilkelerin hemen hemen hepsinin yaklasik ayni yerde toplandigi goriilmektedir.
Birinci boyuta gore birbirlerine en uzak iilkeler Malta ile izlanda’dir. Tkinci boyuta gére
birbirleri arasinda en uzak tilkeler Tiirkiye ile Liiksemburg’dur. 2005 yil1 igin iilkelerin
gelismislik seviyeleri incelendiginde 159 iilke igerisinde Izlanda Diinya’nmn en gelismis
ilkesi (0,968) olarak 1. sirada, Liikksemburg’un ise (0,944) 18. sirada, Malta’nin  (
0,878) 34. sirada ve Tiirkiye’nin ise 84. sirada oldugu acgiklanmistir. (_Orhunbilge,
Neyran Istanbul 2010)
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Tablo 3 Uyaric1 Koordinatlar

Vol/Cilt: 4, No/Say1:8, 2015

Dimension
Stimulus 1 2
Name
1 Austria ,2982 ,1402
2 Belgium -,9308 ,0842
3 Bulgaria ,4797 ,0953
4 Cyprus ,3590,0926
5 Czechrep ,1278 ,1370
6 Denmark ,1537 ,1116
7 Estonia ,6866,1584
8 Finland ,7699 ,1739
9 France ,2724 ,0849
10 Germany -,3741,0711
11 Greece ,4352 ,0257
12 Hungary ,2409 ,0411
13 Ireland ,5137,1585
14 Ttaly -,2243 ,0332
15 Latvia ,6634 0624
16 Lithuani ,5670,1879
17 Luxembur  -,3224 ,8565
18 Malta -6,2997 -,1682
19 Nether. -1,8320,0948
20 Poland ,1983 ,0766
21 Portugua ,2469 ,0378
22 Romania , 3733 ,1502
23 Slovakre ,2424 ,1058
24 Slovenia ,3150,0462
25 Spain ,4032 ,0453
26 Sweeden , 7411 ,2131
27 Turkey ,5723 -3,3116
28 Unitedki -,4551,0447
29 Crotia ,4432 ,0495
30 Iceland ,8988 ,1216

31 Macedonia ,4363 -,0203

Serpilme Diyagramu ile (Sekil 2), birimler (iilkeler) arasindaki gozlenen
uzakliklar ile sahte uzakliklar arasindaki iliskilerin dogrusal bir uyum gosterip
gostermediginin analizi yapilmaktadir. Dogrusal bir iliski analizin her iki uzaklik
gosterimi arasindaki uyumun bir gdstergesidir. Bu analiz i¢in elde edilen sonug ise
dogrusal bir iligkinin varligini ortaya koymaktadir.
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Sekil 1: Oklid Uzaklik Modeli

Vol/Cilt: 4, No/Say1:8, 2015
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2008 Yili Sosyo-ekonomik Gostergeleri ile Cok Boyutlu Olgekleme
Analiziyapildiginda ise, Hesaplanan Stress degeri 4. iterasyonda durarak olabilecek en
iyi degerlerden birine ulagsmistir (0,01). Bu sebeple iterasyona devam
edilmemistir.Ayrica Tablo 4’de goriildigii gibi Kruskal’s Stress degeri, 0,95 gibi
oldukga giiclii bir deger ¢ikmistir. Bu baglamda iki boyutlu diizlemde stress degeri 2008
yil1 sosyo-ekonomik verileri % 99 oraninda agiklamustir.

Tablo 4: iki Boyutlu Coziimlemede Stress Istatistiginin Hesaplanmasi

Iteration history for the 2 dimensional solution (in squared distances)
Young's S-stress formula 1 is used.

Iteration S-stress Improvement

1,16772

2,12347 ,04425

3,12119,00228

4 ,12114 ,00005

Stress =,11420 RSQ =,95517

Uyaric1 Koordinatlar Tablosu ile her iki boyutta da ayr1 ayr1 hangi iilkelerin benzestigi
hangi iilkeler arasinda farkliliklar oldugu saptanmaktadir. Birinci boyutta -1’den kiigiik
negatif degerler alan iilkeler; Belgika, Almanya, Italya, Liiksemburg, Hollanda, ingiltere
sahip olduklart negatif degerlerle digerlerinden farklilagmaktadirlar. Bu {ilkeler birlik
icerisinde oldukca gelismis seviyedeki iilkelerdir. ikinci boyutta ise gdze carpan en
farkli deger, Tiirkiye’nin sahip oldugu degerdir ve diger iilkelerden ikinci boyuta goére
oldukga uzak bir konumda yer almustir.

Oklid uzakliklar gdsterimine gore bir inceleme yapildiginda 2005 yili Cok Boyutlu
Olgekleme Analizi sonuglarma gore hem birinci hem de ikinci boyut etrafinda oldukca
yakin yakina bulunan iilkeler arasinda ¢6ziilmenin yasandigi goriilmiistiir. Koordinat
diizlemi 4 temel parcaya ayrildiginda; Ingiltere, italya, Almanya, Fransa hem birinci
hem de ikinci boyutta birbirlerine yakin konumlanmiglardir. Ayni sekilde Romanya,
Yunanistan, Hirvatistan bir bolgede Finlandiya, Isveg, Estonya bir diger bolgede
konumlanmislardir. Diger tiim tilkelerden en belirgin farkliligi ortaya koyan iilkeler
Tirkiye, Malta ve Liiksemburg’dur. Lilkksemburg sahip oldugu gelismisligi ile Tiirkiye
ve Malta ise gelismekte olan flilkeler olmasi sebebiyle diger iilkelerden uzak birer
noktada yer almiglardir Ayn1 2005 yilinda oldugu gibi 2008 yilinda da birinci boyuta
gore birbirlerine en uzak iilkeler Malta ile Izlanda’dir. Tkinci boyuta gore en uzak
iilkeler ise Tiirkiye ile Lilksemburg’dur.
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Sekil 3 Oklid Uzakhk Modeli

3‘ (e}
Turk
ey
.
17 Roman
o |ig L
Mal Unitedkin Jta Fran Syalg%riit Icela
0 ta Netilomla  Gerh¥ Pomtug [ %S%a Macedo ¢
©  Bglginy ﬁgla Slovigg o oLgrﬁlauaSFinla
um ng@=rm o B la © “gyed
Czechrepu Z.% §tr u%’gél Esten
-7 pllovakrdgu HuRda - 4a
3 r rela
1 blch%se LIy s
4 urg
2 T T
- - - - c 1 2
4 3 2 1

2008 yili igin Tlkelerin gelismislik seviyeleri incelendiginde 159 iilke
icerisinde Izlanda’nm diinyanmn en gelismis 3. (0,969), Liikksemburg’un (0,944) 11. ,
Malta’nin (0,878) 38. , Tiirkiye’nin ise (0.806) 79. sirada oldugu tespit edilmistir. Bu
acidan bakildiginda da her iki boyutunda gelismislik bakimindan iilkeleri ayirdigi
sOylenebilir. (Cevrimigi http://fedc.wiials/mvahtmlnode99.htmlwi.hu-
berlin.de/xplore/tutor 18.03.2011 ) Hem 2005 hem de 2008 yili koordinat diizleminde
yer alan iilkeler incelendiginde ise Malta, Hollanda, Kibris ve Bulgaristan'in yaklasik
aynt konumda yer aldiklar1 gozlemlenmektedir. Tiirkiye'nin 2005 yilindaki konumu
2008 yilina gore oldukea farkli olmasina karsin yaklagik olarak kendisine uzak ve yakin
iilkelerin degismedigi saptanmistir.
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Tablo 5: Uyaric1 Koordinatlar

Vol/Cilt: 4, No/Say1:8, 2015

Dimension

Number Name

1 Austria ,1364 -,3608
2 Belgium - 1,9520 -,3683

3 Bulgari ,7193 - 2828
4 Cyprus ,2550 -,0688
5 Czechrep -,2232 -,5602

6 Denmark -,2366 -,2968
7 Estonia 1,3131-,5104
8 Finland 1,5354,3287
9 France -,2608 ,6905
10 Germany -1,4188-,0690

11 Greece ,2695 ,6293
12 Hungary ,1705 -,4470
13 Ireland ,7196 -, 7758
14 Ttaly -1,1850 ,3424
15 Latvia 1,2638 ,6015
16 Lithuani ,9455 -,3515
17 Luxembur -,3475 -1,741
18 Malta -3,5287,3192
19 Netherla -2,4732 -,0747
20 Poland -,3699 ,0090
21 Portugua -,1392 ,1786
22 Romania ,1876 ,5921
23 Slovakre ,0972 -,7954
24 Slovenia 2777 -,3125
25 Spain ,2147 ,5669
26 Sweden 1,5280 -,4641
27 Turkey ,9240 2,978
28 Unitedki -1,6084 ,3458
29 Crotia ,5435,1095

30 Iceland 1,9835,3978
31 Macedoni  ,6591 ,0477

0

4.Sonug

2005 yil1 ile 2008 yillar1 igin yapilan Cok Boyutlu Olgekleme Analizi ile ortaya ¢ikan
onemli bir sonug, 2005 yilinda ilkelerin birbirlerine yakin konumlanmalarma karsin,
2008 yilinda iilkelerarasi bir dagilmanin gerceklestigidir. Bu durumunda sebebi olarak
2008 yilmin ikinci yarisinda ABD’nin finans sektoriinde ortaya ¢ikan krizin , kisa
siirede tiim diinyaya yayilarak kiiresel ¢apta bir mali ve reel sektor krizine donlismesi
gosterilmektedir. Krizin olumsuz etkileri Avrupa Birligi (AB)’nde de biiyiik dlgiide
hissedilmis ve Euro Alan1 2009 yilinda % 4,1 oraninda kiigiilerek tarihindeki en biiyiik
daralmayr yasamistir. Yasanan kiiresel kriz, AB iilkelerinde kamu agiklari ve borg
stoklarmm ciddi boyutlarda artmasmna ve birgok iiye iilkede kamu maliyesinin
stirdiriilebilirliginin tehlikeye girmesine neden olmustur. Bundan dolayr 2005 yilinda
olduk¢a homojenlik gosteren birlik yapisinin 2008 yilinda bozulmaya baglandigi
saptanmigtir.
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