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Oz

Yoksulluk, herhangi bir dénem ve konumda refah diizeyindeki farkliliklara gore degisiklik
gdsterdigi icin yoksullugun dinamik yapisinin incelenmesi oldukca dnemlidir. Calismada TUIK
2009-2012 donemi Gelir ve Yagam Kosullar1 Arastirmasi (GYKA) panel mikro veri anketinden
yararlanilarak Tiirkiye’de hanelerin yoksulluktan ¢ikis, yoksulluga gecis ve kronik yoksulluk
durumlarinin  belirleyicileri rassal etkiler multinomial logit model kurularak incelenmistir.
Calismada rassal etkiler multinomial model hem klasik hem de Bayesyen yaklagimla tahmin
edilmistir. Tahmin sonuglarina gore her iki yaklasimla benzer sonuglar elde edilmesine ragmen
Bayesyen yaklagimla tahmin siiresi klasik yaklasima gore on kat daha kisa siirmiistiir. Bunun
yaninda ¢alismada hanehalki reisinin ve hanenin 6zelliklerinin hanenin yoksulluk gegisi ve kronik
yoksul olmasi tizerindeki etkilerinin farklilik gosterdigi belirlenmistir.

Anahtar Kelimeler: Kronik Yoksulluk, Gegici Yoksulluk, Rassal Etkiler Multinomial Logit
Model, Bayesyen Y aklagim.

JEL Simflamasi: C33, C35, 130

Bayesian And Classic Approaches for Multinomial Logit Model with Random Effects: The
Case of Dynamic Poverty in Turkey?

Abstract

It is important to examine the dynamic structure of poverty, as poverty can vary according to
differences both in the welfare level and situation at a point in time. This study investigates the
determinants of poverty outflow, transient poverty and chronic poverty in Turkey using Turkish
Statistical Institute, Income and Living Conditions Survey (SILC) panel micro data by applying
the multinomial logit model with random effects. In the study, the multinomial logit model with
random effects were estimated both utilizing Bayesian and classic approaches. According to the
results, although similar results were obtained with both approaches, the estimation period of
Bayesian approach was ten times shorter than the classical approach. The results show that the
feautures of the household’s head and household have a different impact both on the transitory
poverty and chronic poverty of household.

Keywords: Chronic Poverty, Transient Poverty, Multinomial Logit Model with Random Effects,
Bayesian Approach.
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1.Giris

Yoksulluk c¢aligmalarinda zamanin bir noktasinda elde edilen bilgiler
dogrultusunda yalnizca yoksullugun statik yapisi ele alinabilmektedir. Bu sekilde
yoksullarin zaman i¢inde yoksulluk durumlarindaki degisiklikleri incelemek ve
farkl1 zaman ve konumdaki bireylerin yoksulluk durumlarimi karsilagtirmak
miimkiin olmamaktadir. Ancak ayn1 bireylerin tekrarli gézlemlerinin elde edildigi
panel verinin toplanmasi ve bireylerin gelir durumlar1 hakkinda siirekli bilginin
saglanmasi ile yoksullugun dinamik yapisi da incelenebilmektir. Bu bilgiler
dogrultusunda yoksulluk literatiiriinde yer alan kronik yoksulluk ve gecici
yoksulluk kavramlarinin ilgilenilen bolge icin ol¢iimlerinin yapilmasi ve bu
yoksulluk tiirlerine etki eden etmenlerin ekonometrik analizler ile incelenmesi de
miimkiin olmustur (Bane, Ellwood, 1986; Ravallion, 1988; Ravallion vd., 1995;
McCulloch, Baulch, 1999; Hasegawa, Ueda, 2007, Kizilgél, 2009, Limanl,
2015).

Yoksullarin kronik ve gecici yoksul olarak ayrilmasi konusunda ilk ¢alisma Bane
ve Ellwood (1986)’un donem (spells) yaklasimi olmaktadir. Bu yaklagima gore
analiz edilen siirenin yaris1 ya da daha fazla siirede geliri yoksulluk dogrusunun
altinda kalan haneler kronik yoksul, analiz edilen siirenin yarisindan daha az
stirede geliri yoksulluk dogrusunun altinda kalan haneler ise gegici yoksul haneler
olarak tanimlanmaktadir. Geliri ilgilenilen donem boyunca yoksulluk sinirmin

altina diismeyen haneler ise yoksul olmayan haneler olarak siniflandirilmaktadir
(Yaqub, 2000; Israeli ve Weber, 2014).

Yoksulluk kavraminin dinamik yapisinin dikkate alinmasi ile kronik ve gegici
yoksulluk olarak ayrilmasindan bir sonraki asama yoksulluk gegislerinin
incelenmesi olmustur. Kronik yoksulluk raporuna (The Chronic Poverty Report,
2005) gore gegici yoksullar, bazi1 donemlerde yoksul olup bazi donemlerde yoksul
olmayanlar olarak ifade edilmektedir. Ortalama yoksulluk skoru yoksulluk
cizgisine ¢ok yakin olan dalgalanan yoksullar ve ortalama yoksulluk skoru,
yoksulluk ¢izgisinin {izerinde olmasina ragmen en az bir donemde yoksul olanlar
ise ara swa yoksullar olarak tanmimlanmaktadir. Bu tanima  gore
hanelerin/bireylerin  yoksulluktan ¢ikma ve yoksulluk durumuna gegme
nedenlerinin incelenmesi ve elde edilen sonuglara gore daha etkin yoksullukla
miicadele politikalarinin belirlenmesi amaciyla yoksulluk c¢aligmalar1 bu alanda
yogunlasmaya baglamistir.

Yoksulluk literatiiriine bakildiginda hanelerin yoksul degil, gegici yoksul ve
kronik yoksul seklinde ii¢ kategoriye ayrilmasi ile ekonometrik analizlerin
saglanmasi i¢in {i¢ ya da daha fazla kategoriden olusan nitel bagimlhi degiskenli
modeller igerisinden multinomial logit ve sirali logit modellerden yararlanildigi
goriilmektedir. McCulloch ve Baulch (1999), Pakistan hanehalklari i¢in dinamik
yoksullugun belirleyicilerini multinomial ve sirali logit modeli ile incelemislerdir.
Alisjahbana ve Yusuf (2003), Endonezya’nin kirsal ve ketsel alanlari igin 1993 ve
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1997 donemini baz aldig1 ¢alismasinda hanelerin yoksul olmama, gecici yoksul
olma ve kronik yoksul olma durumlarini etkileyen etmenleri multinominal logit
model ile analiz etmislerdir. Dartanto ve Nurkholis (2013), 2005-2007 yil1 i¢in
Endonezya’da yoksulluk dinamiklerinin belirleyicilerini, haneleri yoksul,
yoksulluga giren, yoksulluktan ¢ikan ve yoksul olmayan seklinde siniflandirarak,
sirali logit model yaklasimi ile incelemislerdir. Panel veri kullanilmasina ragmen
panel veri ekonometrisinden yararlanilmayan bu c¢alismalardan farkli olarak
Walelign, Charlery, Smith-Hall, Chhetri ve Larsen (2016), 2006-2009, 2009-2012
yillar1 seklinde iki yillik gegis donemlerini kullanarak, yoksul olmayan,
yoksulluga giren ve yoksulluktan c¢ikan ve siirekli yoksul olarak haneleri
siniflandirarak yoksullugun belirleyicilerini rassal etkiler logit ve rassal etkiler
sirall logit yaklagimlari ile arastirmiglardir.

Tiirkiye’de yoksullugun dinamik yapisini inceleyen Kizilgél (2009)’iin ¢alismasi
2002-2006 yillart Hanehalkr Biitge Anketi (HBA) verileri ile birlestirilmis panel
veri kullanarak Tiirkiye’de kronik ve gecici yoksulluk oranlarini hesaplayan ilk
calisma olmaktadir. Caglayan, Kosan ve Astar (2012) ise 2009 yili HBA
verisinden yararlanarak yoksullugu, asir1 yoksul, kronik yoksul, yoksul,
yoksulluga egilimli, yoksul olmamaya gecis, yoksul olmayan olarak 6 kategoriye
aywrarak sirali ve genellestirilmis sirali logistik regresyon modelleri ile bu
yoksulluk tiirlerinin belirleyicilerini incelenmislerdir. Bunun yaninda TUIK
tarafindan 2006 yilinda Gelir ve Yasam Kosullar1 Arastirmast (GYKA) panel
mikro veri setinin yayinlamasi ile yoksullugun dinamik yapisinin, yoksulluga
giris-¢ikisin ve siirekli yoksullugun belirleyicilerini arastiran caligmalarda artis
goriilmiistiir. Seker (2011), 2006-2007 yillar1, Seker ve Dayioglu (2014), 2005-
2008 yillar1 ve Giirsel ve Acar (2015), 2008-2011 yillar1 i¢in hanelerin yoksulluga
giris ve yoksulluktan gikislarinin belirleyicilerini incelemislerdir. Benzer sekilde
Acar ve Basglevent (2014), 2007-2008, 2008-2009 ve 2009-2010 yillart igin
hanehalklarinin yoksulluga giris-¢ikis nedenlerini ikili se¢im modelleri ile
aragtirmislardir. Dalgig, Iyidogan ve Giiven (2015), 2005-2011 yillar1 igin
hanelerin yoksulluga girmesinde ve yoksulluktan g¢ikmasinda ilgili faktorlerin
etkisini probit model ile incelemislerdir. Panel veri ekonometrisinden yararlanan
Limanli (2015) ise 2006-2009 yillar1 igin yoksullugun belirleyicilerini
havuzlanmig probit, panel probit, dinamik panel probit ve Stewart model
tahminleri ile elde etmistir.

Tiirkiye’de yoksulluk literatiiriinde, hem panel verinin kullanildigt hem de bagimli
degiskeni ilic ya da daha fazla kategoriden olusan nitel bagimli degiskenli
modeller ile dinamik yoksullugu inceleyen calismalara rastlanilmamistir. Bu
calismada ise literatiirdeki bu eksiklik goz oniine alinarak 2009-2012 dénemine ait
TUIK Gelir ve Yasam Kosullar1 Arastirmasi (GYKA) panel mikro veri setinden
yararlanarak Tiirkiye’de hanelerin dinamik yoksullugu panel veriyi dikkate alan
multinomial logit model ile incelenecektir.
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Panel veri zamanin farkli noktalarinda ayni bireyin belli bir konu tizerindeki
tekrarli gozlemlerinden olustugu i¢in bu birim etkilerin korelasyonlu olmasi
beklenilmektedir. Panel veri modellerinin dogru istatistiksel analizi bu
korelasyonun modellenmesini gerektirmektedir (Pettitt, Haynes, Tran ve Hay,
2002; Haynes, Western, Yu ve Spellak, 2008; Greene, 2003, s. 284; Johnston ve
Dinardo, 1997, s. 390). Genellestirilmis dogrusal modellerde tekrarli gozlemler
arasindaki korelasyonu dikkate almak amaciyla modele rassal etkiler dahil
edilmektedir. Bu sekilde rassal etkilerin yer aldigi bagimli degiskeni nitel
modellere genellestirilmis dogrusal karma modeller (Genealized linear mixed
models, GLMM) denilmektedir (McCulloch ve Searle, 2001; Liu, 2015, s. 247).
GLMM’lerde model tahmini igin rassal etkilere kosullu olan bagimli degiskenin
marjinal dagiliminin tahmin edilmesi gerekmektedir. Bu sekilde model
parametrelerinin en ¢ok olabilirlik (maximum likelihood, ML) tahminlerini
saglamak icin rassal etkilere gore olabilirlik fonksiyonunun integralinin alinmasi
gerekmektedir. Bu amagla sayisal yaklastirma yontemlerinden (numerical
integration); MQL(marginal quasi-likelihood), PQL(penalized quasi-likelihood),
GQ (Gaussian quadrature), Uyarlamali (Gaussian) Kuadratik (Adaptive Gaussian
quadrature, AGQ), Bayesyen Uyarlamali Kuadratik, Uyarlamali Gauss—Hermite
Kuadratik, Gauss-Hermite Kuadratik gibi yaklastirma ydntemlerinden
yararlanilmaktadir (Hartzel, Agresti ve Caffo, 2001; Haan ve Uhlendorff, 2006).

GLMM smifinda yer alan rassal etkiler MNL modelde alternatiflerin sayisinin
artmasiyla birlikte alternatifler arasindaki rassal birim etkinin de artmasi, rassal
etkilere  kosullu olarak bagimli  degiskenin  marjinal olabilirliklerin
hesaplanmasinda kullanilan integral sayisinin artmasina yol a¢maktadir. Bu
nedenle rassal etkiler MNL model tahminini i¢eren g¢alismalar genel olarak farkli
paket programlari kullanilarak hangi yontemin mevcut veri i¢in daha uygun
oldugu konusunu iizerine yogunlasmislardir. Bu calismalar arasindan Rabe-
Hesketh, Skrondal ve Pickles (2002), ikili ve ¢ok degiskenli GLMM’i klasik
kuadratik, uyarlamali kuadratik ve MCMC yontemleri ile tahmin etmislerdir. Elde
edilen sonuglara gore uyarlamali kuadratik ile diger kuadratik ve MCMC
yontemlerinden hesaplama olarak daha etkin sonugclar elde edilmistir.

Haan ve Uhlendorff (2006) rassal etkiler MNL model tahmini i¢in Halton dizisine
dayanan simiilasyon yontemi MSL(maksimum simulated likelihood), Gauss-
Hermite kuadratik ve uyarlamali kuadratik yaklasimlarimi karsilastirmiglardir.
Gauss-Hermite kuadratik ve uyarlamali kuadratik yaklasimlari igin STATA
programinda gllamm komutundan yararlanmislardir. Sonug olarak {i¢ yontem ile
ayn1 tahminlerin elde edilmesine ragmen alternatifler arasinda gézlemlenemeyen
heterojenligin varligi durumda MSL ile daha etkin bir zamanda sonuglarin elde
edildigi vurgulanmistir. Bunun yaninda MSL’ye gore uyarlamali kuadratik
yaklasimi ile daha giiclii sonuglar elde edilmistir. Sonu¢ olarak GLMM’in
tahmini de uyarlamali kuadratik yaklagimla daha tutarli sonuglar saglarken MSL
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ve Gauss-Hermite yaklasimma gore hesaplama i¢in daha fazla zaman
gerektirmektedir.

Pettitt vd. (2006) panel verilerde siklikla karsilasilan bazi degiskenlerin
gozlenememesi (missing value) problemine ¢oziim olarak dinamik rassal etkiler
MNL model tahmini i¢in hiyerarsik Bayesyen yontemi kullanmislardir. MCMC
algoritmalar1 i¢in Gibbs Orneklemesi kullandiklarini ¢alismalarinda WINBUGS
programindan yararlanmiglardir.

Haynes vd. (2008) ise rassal etkiler MNL modeli hem Bayesyen hem de klasik
yaklasim ile tahmin etmislerdir. Bayesyen yaklasim olarak Gibbs 6rneklemesi ile
MCMC simiilasyonunu WINBUGS programinda, klasik yaklasim olarak ise
STATA’da gllamm komutu ile uyarlamali kuadratik yaklagtirma yontemini
kullanmislardir. Elde edilen sonuglara gére MCMC simiilasyon ydnteminin
tahminlerde daha esnek oldugundan ve uyarlamali kuadratik yaklagima gére daha
az hesaplama yogunlugu gerektirdiginden bahsetmislerdir.

Klasik kuadratik yontemlere gore simiilasyon yontemlerinin daha avantajl
oldugunu vurgulayan bir ¢alisma da Hadfield (2010) tarafindan
gerceklestirilmistir. Hadfield (2010), MCMC teknigi igerisinden Metropolish-
Hastings algoritmasi kullanilarak GLMM’i tahmin etmek igin, kisitsiz kovaryans
matrislerine ve ¢esitli hata ve rassal etki varyans yapilarina izin vererek oldukca
etkin bir yontem sunmaktadir. Bu yontemin en biiyiik avantaji biyik
orneklemlerle ¢alisildigi durumda bile analizin gerceklesmesi i¢in gerekli zamanin
klasik tahmin yontemlerine gore daha kisa olmasidir.

Literatiirde yer alan g¢aligmalara bakildiginda MCMC simiilasyon yontemlerine
dayanan Bayesyen yaklasim ve uyarlamali kuadratik yaklagim ile en ¢ok
olabilirlik (ML) tahmini rassal etkiler MNL model tahmini i¢in siklikla tercih
edilen ve Onerilen yontemler olmaktadir.

Bu bilgiler dogrultusunda bu c¢alismada hanelerin dinamik yoksullugunun
belirleyicileri rassal etkiler multinomial logit model (MNL) ile incelenecektir.
Bunun yaninda rassal etkiler MNL modelin hem klasik hem de Bayesyen tahmini
yapilacaktir.

2. Materyal ve Yontem

Calismada TUIK tarafindan derlenen 2009-2012 dénemine ait Gelir ve Yasam
Kosullar1 Arastirmast (GYKA) veri setinden yararlanmilmistir. GYKA’da 2009
yilindaki 2975 hanehalki devam eden ti¢ y1l boyunca takip edilerek panel veri seti
olusturulmustur. Bu siirede bazi hanehalklari, adrese ulasilamama, iilke sinirlari
disina taginma, iki yil st iiste cevapsizlik ve 6liim gibi nedenlerle 6rneklemden
cikartlmistir. Son olarak panel veri seti i¢in hanehalk: sayis1 2732 ve dort yillik
dengeli panel veri seti i¢in 6rneklem boyutu 10928 olmustur.
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Calismada yer alan haneleri “yoksul” ve “yoksul degil” seklinde siniflandirmak
amaciyla, oncelikle TUIK tarafindan kullanilan OECD esdegerlik olgegi
kullanilarak esdeger hanehalki biiytikliikleri hesaplanmistir. Hanelerin hanehalki
toplam yillik geliri, esdeger hanehalki biiyiikliigiine boliinerek o hanehalki i¢in
esdeger fert basma diisen gelir hesaplanmistir. Ardindan TUIK(2016) tarafindan
hesaplanan 2009-2012 yillarina ait esdeger fert basina diisen medyan gelirin
%60°1 olarak belirlenen yoksulluk siirlar1 sirasiyla 4227, 4457, 4883 ve 5418 TL
olarak alinarak, yoksulluk sinirinin altinda gelire sahip olan haneler yoksul, sinirin
iistiinde gelire sahip olan haneler ise yoksul degil seklinde smiflandirilmistir.
Ardindan yoksullar arasindaki farkliligi da dikkate almak icin yoksullar,
yoksulluga giren ve yoksulluktan ¢ikan ve kronik yoksul olarak ayrilmaktadir.
Caligmada gegici yoksul olarak da smiflandirilan yoksulluga giren ve
yoksulluktan ¢ikan haneleri ve kronik yoksul olan haneleri belirlemek amaciyla
Bane ve Ellwood (1986)’un donem yaklasimindan yararlanilmaktadir. Bu
yaklagima gore analiz edilen siirenin yarist ya da daha fazla siirede geliri
yoksulluk smirmin altinda kalan haneler kronik yoksul, analiz edilen siirenin
yarisindan daha az siirede geliri yoksulluk sinirinin altinda kalan haneler ise gegici
yoksul haneler olarak tanimlanmaktadir. Gegici yoksul hanelerde kendi igerisinde,
bir onceki donemde yoksul iken daha sonraki doénemde yoksul degil ise
“yoksulluktan ¢ikan”, bir onceki donemde yoksul degil ancak bir sonraki
donemde yoksul ise “yoksulluga giren” olarak tanimlanmaktadir. Hane her iki
donemde de yoksul degil ise “yoksul olmayan” olarak tanimlanirken {ist {liste ya
da daha sonraki déonemde de yoksul ise analiz edilen siirenin yarisinda yoksul
oldugu i¢in “kronik yoksul” olarak degerlendirilmektedir.

Calismada hanelerin yoksul olmama, yoksulluga girme, yoksulluktan ¢ikma ve
kronik yoksul olma durumlarinin belirleyicilerini aragtirmak amaciyla kullanilan
aciklayic1 degiskenler ve tanimlar1 Tablo 1’de sunulmustur. Degiskenler, ilgili
literatiir takip edilerek olusturulmustur.

56



Sizege, C. ve Sengiil, S.
Cilt 9, Say1 1, ss. 51-71

Bahar/Spring 2019
Volume 9, Issue 1, pp. 51-71

Tablo 1: Aciklayici Degiskenler ve Tanimlar:

Degiskenler

Tanimlar

Hanehalki Reisinin Ozellikleri

Cinsiyet
Yas

Yasin karesi
Evli

Kronik hastalik
SGK

Is degistirme

Hanehalki reisi kadin ise 1, degil ise 0
Hanehalki reisinin yasi

Hanehalki reisinin yaginin karesi
Hanehalki reisi evli ise 1, diger durumda 0

Hanehalki reisi kronik hasta ise 1, degil ise 0
Hanehalki reisi SGK’ya kayitl ise 1, degil ise 0
Hanehalki reisinin son bir yilda is degistirdigi
durumda 1, diger durumda 0

Hanehalki Reisinin Egitim Durumu

Okur-yazar degil
(Referans)

[kogretim
Lise

Yiiksekokul

Hanehalki reisi okur-yazar degil, okur-yazar olup bir
okul bitirmedi ise 1, diger durumda 0

Hanehalk: reisi ilkokul, ortaokul, mesleki ortaokul
ve ilkdgretim mezunu ise 1, degil ise 0

Hanehalki reisi genel lise, mesleki veya teknik lise
mezunu ise 1, degil ise 0

Hanehalki reisi yliksekokul, fakiilte ve ilizeri mezunu
ise 1, degil ise 0

Hanehalki Reisinin Is Durumu

Ucretli, maash

Kendi hesabina
Emekli
Aktif degil

Hanehalki reisi ticretli, maash calistyor ise 1, degil
ise 0

Hanehalki reisi kendi hesabina ¢aligiyor ise 1, degil
ise 0

Hanehalki reisi emekli ise 1, degil ise 0

Hanehalki reisi yaslh, engelli veya ¢alisamaz halde
ise 1, degil ise 0

Hanenin Ozellikleri

Gelir

Logaritmik gelir

Hanenin esdeger hanehalki kullanabilir fert geliri

Hanenin esdeger hanehalk: kullanabilir fert gelirinin
logaritmast

Ev sahipligi Ev sahibi ise 1, degil ise 0

Hanehalk: Tipi

Tek kisilik(Referans) Tek kisilik hanehalki ise 1, diger durumda 0
Bagimli ¢ocuk yok Bagimli ¢ocuk olmayan hanehalki ise 1, degil ise O
Bagimli ¢ocuk Bagimli ¢ocuk olan hanehalki ise 1, degil ise O

57



Cankir1 Karatekin Universitesi Cankir1 Karatekin University
Iktisadi ve Idari Bilimler Journal of the Faculty of Economics
Fakiiltesi Dergisi and Administrative Sciences

Calismada McFadden(1973) tarafindan gelistirilen genel multinomial logit model
(MNL), hanelerin tekrarli goézlemleri arasindaki korelasyonu dikkate almak
amaciyla rassal birim etkili MNL model olarak ele alinmaktadir. Bagimli
degisken hanelerin bir donem 6nceki yoksulluk durumlarina gore yoksul olmayan
(1), yoksulluktan ¢ikan (2), yoksulluga giren (3) ve kronik yoksul (4) seklinde
dort kategoriden olugmaktadir. Buna gore rassal etkiler MNL model, X,
Ozelliklerine sahip i-nci hanenin t zamaninda j yoksulluk durumunda
bulunmasmnin olasihgi P(Y, =j/X,) olmak iizere Esitlik (1)’de verilmektedir

(Haan ve Uhlendorff, 2006; Haynes vd.,2008).

eXp(XitIBj +aij)
j j=12,34; t=2010,2011,2012 (1)

ZeXp(Xitﬂj + )

my =P =11 X ) =

Multinomial logit modelin tahmini i¢in yoksul olmayan (1) referans kategori
olarak ele alimmigtir. Rassal etkiler multinomial logit model tahmini en ¢ok
olabilirlik yaklasimiyla yapilmaktadir. Olabilirlik fonksiyonu Esitlik (2) seklinde
yazilmaktadir.

dije

L = HJ.MOHH jexp(xltIB +alj) f(a,)da, (2)
HE| X exn(Xu + )

i-nci birey t zamaninda j yoksulluk durumunda bulunursa dj, bir degerini

almaktadir aksi durumda sifir degerini almaktadir (Haan ve Uhlendorff, 2006).
Gozlemlenemeyen birim etki ¢;’nin sifir ortalama ve X varyans-kovaryans

matrisi ile ¢ok degiskenli normal dagildigi varsayilmaktadir. Rassal etkiler
multinomial logit modelin olabilirlik fonksiyonunun maksimizasyonu igin
gozlemlenemeyen birim etkinin dagilimina gore integralin ¢oziimii gerekmektedir
(Haynes, vd., 2008).

Bu c¢alismada rassal etkiler multinomial logit modelin tahmini i¢in hem klasik
hem de Bayesyen yontemden yararlanilmistir. Klasik analiz i¢in STATA
programinda genellestirilmis dogrusal karma modelleri, yapisal esitlik modelleri
(SEM) ve gizli degiskenler i¢in yapisal model ve tepki modelleri birlestiren ve
genellestirilmis dogrusal gizli ve karma modeller (Generalized Linear Latent and
Mixed Models, GLLAMM) olarak bilinen modellerin tahmini i¢in gelistirilen
gllamm paketinden yararlanilmaktadir. gllamm paketinde 6rneklem olabilirligini
maksimize etmek i¢cin gozlenemeyen rassal etkilerin dagilimi {izerinden
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integrallerin  hesaplanabilmesi amaciyla uyarlamali kuadratik yaklasim
kullanilmaktadir (Rabe-Hesketh vd., 2002; Haan ve Uhlendorff, 2006).

Rassal etkiler MNL modelin Bayesyen tahmini i¢in R paket programinda
Hadfield (2010) tarafindan MCMC teknigi kullanilarak GLMM’leri tahmin etmek
igin gelistirilen MCMCglmm isimli paketten yararlanilmistir.

3. Arastirma Bulgulan
3.1.Rassal Etkiler Multinomial Logit Modelin Klasik Tahmini

Tiirkiye’de hanelerin yoksulluktan ¢ikis, yoksulluga gegis ve kronik yoksul olma
durumlarmin belirleyicilerini incelemek amaciyla olusturulan rassal etkiler MNL
model en ¢ok olabilirlik yontemi ile tahmin edilmistir. En ¢ok olabilirlik
yonteminde integral yaklastirmalarmin kesinligi ve gecen zaman kuadratik
noktalarin sayisina gore degistigi i¢in analiz 4, 8 ve 12 kuadratik nokta ile
tekrarlanmistir. Bu li¢ kuadratik nokta ile tahmin edilen katsayilarin standart
hatalar1 ve logaritmik olabilirlik degerleri birbirlerine ¢ok yakin oldugu igin 4
kuadratik nokta yeterli bulunmustur. Buna gére STATA programinda 4 kuadratik
nokta ile yaklasik olarak 120 saat sonunda elde edilen rassal etkiler MNL model
tahmin sonuclar1 Tablo 2’de yer almaktadir.

Tablo 2 incelendiginde, rassal etkiler MNL modelinde kullanilan degiskenlerin
parametre tahminlerinin ¢ogu istatistiksel olarak anlamli  bulunmustur.
Yoksulluktan ¢ikan, yoksulluga giren ve kronik yoksul hanelerin rassal birim
etkilerinin varyanslar1 sirasiyla 0.061, 0.398 ve 0.301 elde edilmistir. Bu bulgu
modelde hanelerin kendilerine 6zgii gdzlenemeyen bir heterojenliginin oldugunu
gostermektedir. Heterojenligin derecesi yoksulluktan ¢ikan haneler i¢in diger
hanelere gore daha diisiiktlir. Rassal etkilerin korelasyonlarina bakildiginda ise
yoksulluktan c¢ikan ve yoksulluga giren hanelerin gozlenemeyen o6zelliklerini
igeren rassal birim etkiler arasinda 0.448 degerinde pozitif iligki bulunmustur. Bu
degere gore ilgili yillarda yoksulluga giren ve yoksulluktan ¢ikan hanelerin benzer
bir gozlenemeyen etkiyi paylastiklar1 sdylenebilmektedir. Yoksulluktan ¢ikan ve
kronik yoksul hanelerin rassal etkileri arasindaki korelasyon yine pozitif olmakla
birlikte bu etkinin diger korelasyon degerlerine gore daha diisiik olmasi beklenilen
bir sonugtur. Ayni1 zamanda yoksulluga giren ve kronik yoksul hanelerin rassal
birim etkileri arasinda 0.966 degerinde giiglii bir pozitif iliski bulunmustur. Bu
bulgu da hanelerin yoksulluga diismelerinde ve kronik yoksul olmalarinda
hanelerin gozlenemeyen 6zelliklerinin ortak bir etkisi oldugunu gostermektedir.
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Tablo 2: Rassal Etkiler MNL Modelin Klasik Tahmin Sonuclar:

Degiskenler  Yoksulluktan Cikan Yoksulluga Giren  Kronik Yoksul

Cinsiyet -0.654* -0.765* 1.313*
(0.227) (0.266) (0.226)

Vas 0.056** 0.202% 0.230*
(0.025) (0.029) (0.025)

Yagm karesi - 0.0006** -0.001* -0.002*
(0.0002) (0.0002) (0.0002)
el -0.103 0.190 0.412%%
(0.232) (0.277) (0.238)
. 0.208*** 0.145 0.210%**
Kronik hastalik (0.117) (0.135) (0.117)
SGK -0.380%* -0.151 -0.909%
(0.147) (0.177) (0.154)

i« degistime 0.597* 0.218 0.031
3 degls (0.166) (0.202) (0.177)
s gretim -0.781* -0.589* -1.190%
(0.153) (0.177) (0.151)

Lise -1.729% -1.052* -2.047*
(0.233) (0.257) (0.230)

) -2.541* -0.945%% -1.818*
Yiiksekokul (0.483) (0.540) (0.522)
" 10.292 -0.362%** -0.436%*
Ueretli, maash (0.180) (0.213) (0.178)
. 0.567* 0.470%* 0.124
Kendi hesabma (0.151) (0.181) (0.153)
Emeki -0.931* -0.289 -1.443*
(0.231) (0.249) (0.236)

o 0.484%* 0.657** 0.870*
Aktif degil (0.233) (0.267) (0.225)
Gelirin logaritmasi -1.758* -6.250* -6.937*
(0.140) (0.209) (0.198)

Bv sahipligi -0.003 0.370% 0.530*
(0.115) (0.134) (0.117)

—— 0.524%%* 2.320% 2.354%
gtmit gocuk y (0.273) (0.320) (0.288)
Basim coeuk olan 2.037* 5.106* 6.103*
gl ¢ (0.280) (0.348) (0.315)
i SR
Birim Varyans 0.061 0.398 0.301
(0.065) (0.207) (0.234)

Cor(2,3)=0.448  Cor(2,4)=0.297 Cor(3,4)=0.966

Not: Parantez i¢indeki degerler katsayilarin standart hatalaridir. *** ** * sirasiyla %10,
%35 ve %1 onem diizeylerini gostermektedir.
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Tablo 2’de anlamli katsayilar arasinda hanelerin yoksul olmamasina gore
hanelerin yoksulluga girmesini ve yoksulluktan ¢ikmasini etkileyen degiskenlerin
katsayr biuyiklikleri farkli, ancak katsayilarin aymi isarete sahip oldugu
gozlenmistir. Bu bulgu ve yoksulluga giren ve yoksulluktan g¢ikan hanelerin
benzer bir gozlenemeyen rassal etkiyi paylasmalar1 nedeniyle c¢alismada
yoksulluga giren ve yoksulluktan ¢ikan haneler genel olarak gecici yoksul haneler
olarak smiflandirilmistir.

Tablo 2’ye gore hanehalki reisinin yasi, yoksul olmayanlara gére hem gegici
yoksulluk hem de kronik yoksulluk iizerinde pozitif, hanehalki reisinin yaginin
karesi ise negatif bir etkiye sahiptir. Bu bulgu, hanehalki reisinin yasi arttikca
hanelerin hem gecici hem de kronik yoksul olma olasiliklarinin arttigin1 ancak
belli bir yastan sonra ise yas artisi ile birlikte hanelerin yoksul olma olasiliklarinin
azalacagini gostermektedir.

Caligmada, hanehalki reisi kadin olan hanelerin gegici yoksul ve kronik yoksul
olma olasiliklarinin hanehalki reisi erkek olanlara gore daha az oldugu sonucu
elde edilmistir. Bunun yaninda hanehalki reisinin kadin oldugu hanelerde kronik
yoksul olma olasilig1 hanenin gecici yoksul olma olasiligindan daha diisiiktiir. Bu
bulgu, hanehalki reisinin kadin olmasimin yoksullugu arttiran bir etkiye sahip
oldugu yoniindeki genel kaniya ters olmakla birlikte yoksulluk caligsmalariyla
ilgili literatiir de bu sonucu desteklemektedir. Oyle ki Devicienti (2002) ve
Andriopoulou ve Tsakloglou (2011) ¢alismalarinda hanehalki reisi kadin olanlarin
yoksulluktan ¢ikmak i¢in bir yol bulabilecegini ancak bu hanelerin yoksulluga
geemesi lizerinde cinsiyetin herhangi bir etkisinin olmadigin1 sdylemislerdir.
Wallelign vd. (2016) de hanedeki yetigkin kadin sayisindaki artisin hanenin
yoksulluktan ¢ikma, yoksulluga girme ve kronik yoksul olma riskini diislirdiigiinii
ancak hanehalki reisinin cinsiyetinin yoksulluk durumu iizerinde herhangi bir
etkisi olmadigini bulmuslardir. Acar ve Baslevent (2014), hanehalk: reisi erkek
olanlara gore hanehalki reisi kadin olanlarin yoksulluktan ¢ikma olasiliklarinin
daha fazla oldugunu, yoksulluga girme olasiliklarinin ise daha az oldugunu
belirtmislerdir. Benzer sekilde Dalgic vd. (2015) calismalarinda, hanehalki
reisinin kadin olmasinin yoksulluk riskini azalttigindan bahsetmislerdir.

Tablo 2’ye gore hanehalki reisinin evli olmasmin hanenin yoksul olmamasina
gbre hanenin gegici yoksul olmasinda bir etkisi bulunmazken hanenin kronik
yoksul olma olasilig1 {lizerinde pozitif bir etkisi bulunmustur. Benzer sekilde
Walelign vd. (2016) de hanehalki reisinin evli olmasinin, hanelerin yoksul
olmamasina gore yoksulluktan ¢ikma, yoksulluga girme ve kronik yoksul olma
olasiliklarini pozitif olarak etkiledigini bulmuslardir.

Tablo 2’ye goére hanehalki reisinin egitim seviyesi arttikga hanelerin hem gegici
yoksul hem de kronik yoksul olma olasiliklarinin artan oranda azaldigi
gozlenmektedir. Egitim diizeyindeki artisin  hanenin yoksulluktan ¢ikma
olasiligini arttirmasi beklenirken negatif katsayilar elde edilmesinin, yoksulluktan
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cikan hanelerin gecici yoksul kategorisinde yer almasi nedeniyle oldugu
diistiniilmektedir. Hanehalki reisinin okur-yazar olmadig1 ya da okur-yazar olup
bir okul bitirmedigi hanelere gore hanchalki reisinin genel lise, mesleki veya
teknik lise mezunu olmasimin ise kronik yoksul olma olasiligini énemli 6lgiide
diistirdligii gézlenmistir.

Tablo 2’de hanechalki reisinin iicretli, maasli olmasinin hanenin yoksul
olmamasina gore hanenin yoksulluga girme ve kronik yoksul olma olasiliginm
negatif etkiledigi goriilmektedir. Bu bulgu hanehalki reisinin diizenli maas
almasinin hanenin yoksulluk riskini azalttigin1 gostermektedir. Calismada ayrica
hanehalki reisinin emekli olmasinin hanelerin kronik yoksul olmalarin1 negatif
etkiledigi bulunmustur. Buna gore hanehalki reisi emekli olan hanelerin diizenli
gelirleri nedeniyle kronik yoksulluk gibi yoksullugu daha siddetli yasayan
kesimde yer almas1 daha az olasidir.

Tablo 2°de hanechalki reisinin kendi hesabina g¢alismasinin hanenin yoksulluktan
cikmasi ve yoksulluga girme olasiligini pozitif etkiledigi, hanenin kronik yoksul
olma olasilig1 iizerinde ise anlamli bir etkisinin olmadigi belirlenmistir. Bu bulgu,
hanehalki reisi kendi hesabina calisan hanelerin ekonomik faktorler gibi negatif
soklardan etkilenen gecici yoksul haneler oldugunu bunun yaninda kronik yoksul
olacak kadar gelirden yoksun olmadiklarim1 gdstermektedir. Bunun yaninda
hanehalki reisi yasl, engelli veya ¢alisamaz halde olan hanelerin gegici ve kronik
yoksul olma olasiliklar1 da pozitif bulunmustur.

Hanehalki reisinin Soysal Giivenlik Kurumu’na (SGK)’ya kayitli olmasinin
hanenin kronik yoksul olma olasiligini negatif etkiledigi, yoksulluga girme
olasilig1 lizerinde ise anlamli bir etkisinin olmadigi belirlenmistir. Buna ek olarak
hanehalki reisinin gecen yildan bu yana is degisikligi yapmasi hanenin
yoksulluktan ¢ikma olasiligint pozitif etkilemektedir. Hanehalk: reisinin daha
yiiksek gelirli bir is nedeniyle is degisikligi yaptig1 varsayilirsa hanenin gelirini
artirdigt ve bu nedenle yoksulluktan ¢ikma olasiligi iizerinde olumlu bir etki
yaptig1 sdylenebilir. Bunun yaninda hanehalki reisinin ig degistirme donemleri
arasinda hanelerin yoksulluga girme olasiliklarinda herhangi bir anlamli etkinin
goriilmemesinde issizlik sigortalarmin ya da tasarruflarin etkisinin oldugu
distiniilmektedir.

Calismada hanehalkinin ev sahibi olmasinin hanenin yoksulluktan ¢ikma olasiligi
tizerinde anlamli bir etkisi bulunmamistir. Bunun yaninda hanehalkinin ev
sahipliginin hanenin yoksulluga girme ve kronik yoksul olma riskini arttirdig
sonucu elde edilmistir. Buna gore Tirkiye’de ev sahipliginin hanelerin refah
gostergesi olmadig1 ve ayrica yoksullar arasinda ev sahipliginin daha yiiksek
oranlarda oldugu goriilmektedir.

Calismada tek kisilik hanelere goére bagimli ¢ocugu olan ve bagimli ¢ocugu
olmayan hanelerin gegici yoksul ve kronik yoksul olma risklerinin daha fazla

62



Sizege, C. ve Sengiil, S. Bahar/Spring 2019
Cilt 9, Say1 1, ss. 51-71 Volume 9, Issue 1, pp. 51-71

oldugu ve bagimli ¢ocugu olan hanelerin bu riski daha fazla hissettigi elde
edilmistir. Benzer sekilde, Acar ve Baslevent (2014), bagimli ¢ocuk sayisinin
fazla olmasimin hanelerin yoksulluktan ¢ikma olasiligini azalttigini, hanelerin
yoksulluga girme riskini ise arttirdigini bulmuslardir. Buna gore gelismis
iilkelerde oldugu gibi bagimli ¢ocugu olan hanehalklarina c¢ocuk yardimi
yapilmasi, bu hanelerin yoksulluklarinin kroniklesmesini engelleyebilecektir.

Tablo 3’e gore hanchalki gelirinin beklenildigi gibi hanelerin gegici ve kronik
yoksul olma riskini 6nemli bir oranda azalttigi goriilmektedir. Buna gore
yoksullugun ortadan kaldirilmasi ve yoksullugu azaltilmasi amaciyla hane
gelirinin arttirilmasi olduk¢a dnemlidir.

3.2. Rassal Etkiler Multinominal Logit Modelin Bayesyen Tahmini

Rassal etkiler MNL modelin Bayesyen tahmini igin R paket programinda Hadfield
(2010) tarafindan MCMC teknigi kullanilarak GLMM’leri tahmin etmek i¢in
gelistirilen MCMCglmm isimli paketten yararlanilmistir. MCMC simiilasyon
yonteminin Metropolish-Hastings algoritmasinin kullanildigi ¢alismada bagimli
degiskenlerin multinomial dagimli oldugu varsayilmaktadir. Bunun yaninda
benzer modeller ile ¢alisan Pettitt vd. (2006), Haynes vd. (2008) takip edilerek
calismada parametreler i¢in bilgi igermeyen normal 6nsel dagilimlar, rassal birim
etkiler i¢in sifir ortalamali ve (2x2) boyutlu X varyans ile ¢cok degiskenli normal
onsel dagilimlar, X (ko)varyans matrisi igin ise onsel dagilim olarak ters-Wishart
dagilimi kullanilmastr.

Caligmada 250 bin iterasyonun kullanildig1 algoritmada yakinsamanin
gerceklestigi iterasyon sayisit (burn-in period) 100 bin olarak belirlenmis ve
toplam iterasyon sayisindan c¢ikarilmistir. Bdylece parametreler baslangig
degerlerinin etkisinden arindirilmistir. Bunun yaninda iki zincirin kullanildig:
algoritmada zincirler arasinda olasi korelasyonun etkisini yok etmek amaciyla
seyreltme (thinnig) sayist 100 olarak alimmistir. Buna goére yalnizca her 100
iterasyon sonundaki sonu¢ kaydedilmekte ve bdylece otokorelasyon sorunu da
ortadan kaldirilmis olmaktadir.

Calismada MCMC yontemindeki zincirlerin yakinsadiginin test edilmesi amaciyla
Gelman-Rubin  (1992) yakinsama testi kullanilmaktadir. Gelman-Rubin
istatistigine gore yakinsamanin saglanmasi i¢in hesaplanan potansiyel olgegi
azaltma fonksiyonu (potential scale reduction function, Psrf) degerinin ve her bir
katsay1 i¢in nokta tahminlerinin 1.1 ya da 1.2°den kiigiik olmas1 gerekmektedir.
Yapilan test sonucunda Psrf degeri ve biitiin katsayilar i¢in nokta tahmini 1.2’den
kiiglik ¢ikmistir ve yakinsama saglanmistir. MCMC yontemindeki zincirlerin
yakinsadigindan emin olundugu durumda elde edilen katsayr tahminlerinin
giivenilir oldugu sdylenebilmektedir. Sonug olarak rassal etkiler MNL modelin
Bayesyen yaklasim ile 12 saatin sonunda elde edilen parametre tahminlerinin
sonsal dagilim ortalamalar1 ve standart hatalar1 Tablo 3’te sunulmustur.
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Tablo 3: Rassal Etkiler MNL Modelin Bayesyen Tahmin Sonuclar:
Yoksulluktan  Yoksulluga Kronik

Degiskenler

Cikan Giren Yoksul

Cinsiyet -0.803* -0.889* -1.636*
(0.273) (0.311) (0.275)

Yas 0.063* 0.240% 0.276*
(0.028) (0.033) (0.030)

Yasm karesi -0.0007* -0.002* -0.002*
(0.0002) (0.0003)  (0.0002)

Eul -0.104 0.249 0.498
(0.284) (0.327) (0.288)

. 0.262 0.173 0.254
Kronik hastalik (0.141) (0.161) (0.143)
-0.493* -0.204 -1.134*

SGK (0.174) (0.212) (0.187)
fs degistirme 0.736* 0.296 0.048
(0.203) (0.240) (0.226)

flkégretim -0.971* -0.715* -1.456*
(0.184) (0.210) (0.186)

Lise -2.107* -1.314* -2.578*
(0.270) (0.302) (0.279)

) -3.098* -1.197* -2.110%
Yiiksekokul (0.578) (0.629) (0.643)
Uoretl, maash -0.368 -0.453 -0.581*
’ (0.211) (0.251) (0.217)

. 0.698* 0.604* 0.150
Kendi hesabina (0.188) (0.215) (0.191)
Emekl 1.112% -0.356 -1.775*
(0.266) (0.292) (0.282)

o 0.594* 0.780* 1.065*
Altif degil (0.281) (0.322) (0.278)
Gelirin logaritmasi -2.131* -7.438% -8.458%
(0.149) (0.260) (0.233)

Bv sahipligi -0.032 0.412% 0.629*
(0.139) (0.163) (0.148)

Bt cocuk VoK 0.636* 2.724% 2.842%
gimit gocuk y (0.319) (0.384) (0.357)
Bt cocuk olan 2.471% 6.014* 7.424%
s & (0.324) (0.409) (0.380)
Sabit 16.087* 57.435%  67.024*
(1.726) (2.587) (2.392)

Not: *, %5 dnem diizeylerini gostermektedir.
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Tablo 3’te yer alan rassal etkiler MNL modelin Bayesyen yontemle hesaplanan
katsayilari, Tablo 2’de yer alan rassal etkiler MNL modelin en ¢ok olabilirlik
yontemiyle hesaplanan katsayilarindan kiigiik bir farkla biiyiik ¢ikmasiyla birlikte
her iki yontemle elde edilen katsayilarin anlamliliklar1 ve isaretleri benzerlik
gostermektedir. En ¢ok olabilirlik ve Bayesyen yaklasimdan elde edilen katsayilar
arasinda 6nemli bir fark olmamasinin nedeni Bayesyen yaklagimda parametrelere
iliskin 6nsel dagilimin bilgi icermeyen onsel dagilim olmasidir.

Rassal etkiler MNL modelin uyarlamali kuadratik yaklagtirma yonteminin
kullanildigi en ¢ok olabilirlik tahminlerinin standart hatalarinin, MCMC ile
saglanan Bayesyen tahminlerinin standart hatalarindan daha kii¢iik olmasi en ¢ok
olabilirlik tahmin edicisinin daha etkin oldugu yo6niinde bir kani olusturmaktadir.
Bunun yaninda MCMC ile saglanan katsayr tahminlerinin biraz daha biiylik
olmasi her iki yontem ile tahminlerin katsayr anlamliliklarinin benzerligini
saglamistir. Bu nedenle standart hatalar1 daha diisiik olmasma ragmen model
tahmini i¢in 10 kat daha fazla siire gerektiren klasik yaklasim olan en g¢ok
olabilirlik yontemi yerine Bayesyen yaklasim ile rassal etkiler MNL modelin
tahmini yapmak uygulamacilar i¢in daha uygun olmaktadir.

4. Sonuc ve Oneriler

Caligsmada, 2009-2012 yillar1 GYKA panel mikro veri setinden yararlanilmasi ile
hanelerin yoksulluga girme, yoksulluktan c¢ikma ve kronik yoksul olma
durumlarinin belirleyicileri analiz edilmistir. Calismada en az iki dénem iist iiste
yoksul olan haneler kronik yoksul olarak nitelendirilmistir. Hanelerin tekrarli
Olcimlerinin kullanilmast ile dort yillik donem icinde bazi haneler hem
yoksulluktan c¢ikip hem de yoksulluga girebilmektedir. Bu nedenle calisma
sonucunda yoksulluktan ¢ikan ve yoksulluga giren hanelerin benzer ozellikleri
paylastig1 gozlenmis ve bu haneler gecici yoksul olarak siniflandirilmistir.

Calismada dinamik yoksullugun belirleyicileri ise rassal etkiler multinomial logit
modeli ile tahmin edilmistir. Rassal etkiler MNL modelin tahmini en ¢ok
olabilirlik yaklasimi ve Bayesyen yaklasim ile yapilmistir. Rassal etkiler MNL
modelin en ¢ok olabilirlik tahmini STATA programinda gllamm paketi ile
saglanmigtir. gllamm paketinde, 6rneklem olabilirligini maksimize etmek ig¢in
gozlenemeyen birim etkinin dagilimi {izerinden integrallerin hesaplanabilmesi
amaciyla uyarlamali kuadratik yaklasimi kullanilmistir. Rassal etkiler MNL
modelin Bayesyen tahmini i¢in R programimda MCMC teknigiyle GLMM’i
tahmin etmek icin gelistirilen MCMCglmm paketi kullanilmistir. Her iki analiz
sonucunda uyarlamali kuadratik yaklastirma teknigi ile elde edilen katsayilarin
standart hatalarinin, MCMC ile elde edilen katsayilarin standart hatalarindan daha
kiigiik olmasi klasik tahmin sonuclarinin daha kesin oldugu yoniinde bir kani
olusturmaktadir. Bunun yaninda her iki yontem ile tahminlerin katsayi
anlamliliklar1 benzer ¢ikmistir. Bu nedenle standart hatalar1 daha diisiik olmasina
ragmen model tahmini i¢in 10 kat daha fazla siire gerektiren en ¢ok olabilirlik
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yaklasimi yerine MCMC ile tahmin saglayan Bayesyen yaklasiminin daha uygun
oldugu soylenebilir.

Calismadan elde edilen bulgular dogrultusunda yoksullugu daha siddetli yasayan
kesimin ve yoksullugu donem donem yasayan kesimin politika yapicilar
tarafindan Ogrenilmesi, iki tiir yoksulluga karsi uygulanacak politikalarin
belirlenmesi, gelistirilmesi ve uygulanmasi agisindan oldukca 6nemli olmaktadir.
Oyle ki kronik yoksul olanlarm yasadiklar1 kosullar ve uzun siireli issizlik,
parasizlik ve bunun yaninda yasanilan gelir, egitim, saglik konularinda
dislanmislik hissi dnce bireylerin, sonra ailenin ve son olarak toplumun refahini
tehlikeye diisiirmektedir. Bu acidan kronik yoksullugun azaltilmast konusunda
alinacak 6nlemler toplumun genel refah diizeyinde olumlu etkiler yaratacaktir.

Calismada elde edilen bulgulara gore yoksulluga giren ve yoksulluktan ¢ikan yani
gegici yoksul hanelerin yoksulluktan kurtulmalari igin sosyal ve parasal yardimlar
yapilmasi, issizlik fonu miktarinin arttirilmasi, mikro krediler ile is olanaklarinin
arttirllmasi gibi gelir diizenlemelerinin saglanmasi ve kayit disi1 istihdamin 6niine
gecilmesi gibi onlemler alinmasi gerekmektedir. Bunun yaninda, kronik yoksul
hanelerin yoksulluktan kurtulmalar igin issizlik sorununun c¢oziilmesi, diizenli
maas ya da diizenli yardim gibi politikalarin belirlenmesi ve uygulanmasi 6nem
arz etmektedir. Sonug olarak Tiirkiye’de gelirin daha esit dagitimimnin saglanmasi,
ortalama egitim seviyesinin arttirilmasi, emeklilik maaglarinin iyilestirilmesi ve
saglik sisteminde yapilacak yeni uygulamalar yoksullugun siirekliliginin
azaltilmasinda etkili olacaktir.
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Bayesian And Classic Approaches for Multinomial Logit Model
with Random Effects: The Case of Dynamic Poverty in Turkey

Extended Abstract

1.Introduction

It is important to examine the dynamic structure of poverty, as poverty can vary according to
differences both in the welfare level and situation at a point in time. Taking into account the
dynamic structure of the concept of poverty, the concepts of chronic and transient poverty have
emerged. According to Bane and Ellwood (1986), households whose household income is less
than the poverty line at more than or half of the time analyzed are chronic poor. Households whose
household income is less than the poverty line at less than half of the time analyzed are transient
poor.

This study investigates the determinants of poverty outflow, transient poverty and chronic poverty
in Turkey using Turkish Statistical Institute, Income and Living Conditions Survey (SILC) panel
micro data for the period of 2009-2012 by applying the multinomial logit model with random
effects.

2.Method

In this study, Multinomial logit model (MNL) developed by McFadden(1973) considered as the
multinomial logit model with random effects to take into account the correlation between repeated
observations of households. Households are divided into four categories as non-poor (1), poverty
outflow (2), transitory poverty (3) and chronic poverty (4) as a dependent variable. The non-poor
(1) is considered as the reference category for the prediction of the model. The random effects
MNL model can be expressed as

. exp(X B, + ;)
mg =Py =11 X}, @) :jt#

Zexp(xitﬂj +ay)
k1

j=12,34,; t=2010,2011,2012

where X, is household’s properties and P(Y,, = ]/ X,;) is possibility of being poverty of
household i in time t (Haan and Uhlendorff, 2006; Haynes vd.,2008).

In this study, the multinomial logit model with random effects were estimated both utilizing
Bayesian and classic approaches.

3. Results and Discussion

According to the findings obtained in the study, the age of the head of the household has a positive
effect on both transient poverty and chronic poverty compared to the non-poor, while the squared
of age of the head of the household has a negative effect. This finding shows that, possibility of
being both transient and chronic poor of households increases as the age of the household head
increases, but after a certain age, the possibility of being poor of households decreases as the age
of the household head increases. In addition, being a female household head has a negative effect
on both transient and chronic poverty while being a married household head has a positive effect
on chronic poverty.

The findings show that, possibility of being both transient poor and chronic poor are decreases as
the education level of the household head increases. It is a fact that the household head has a wage
and salary has a negative effect on the possibility of being transient and chronic poor, compared to
the non-poor. This finding indicates that the household head receiving a regular salary reduces the
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risk of poverty of the household. Being a retired household head has a negative effect on chronic
poor. According to this finding, households who are retired are less likely to take part in the
poverty-stricken population, such as chronic poor, due to their regular revenues. Probability of
being transient and chronic poor of elderly, disabled or inoperable head of households is also
positive. Changing the job in the last 12 months of household head influences the possibility of the
household moving out of poverty. According to the single households, the households with
dependent children and those without dependent children are at higher risk of becoming transient
poor and chronic poor.

The coefficients of income variable are negative and statistically significant in two models, as
expected. So, household revenues significantly reduce the risk of being transient and chronic poor
of households.

4, Conclusion

According to the results, although similar results were obtained with both approaches, the
estimation period of Bayesian approach was ten times shorter than the classical approach. The
results show that the features of the household’s head and household have a different impact both
on the transient poverty and chronic poverty of household.

According to the findings obtained in the study, it is necessary to provide income arrangements
such as social and financial aid to increase the income of the temporary poor households. Besides,
it is important to increase the amount of unemployment fund and provide employment
opportunities with micro loans. As a conclusion, policies such as regular salary or regular aid
should be identified and implemented in order to get rid out of poverty for chronic poor
households.
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