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Ozet

Bu calisma da 2012 yilinda Anadolu Lisesi, Fen Lisesi, Diiz Lise ve Ozel Fen Lisesindeki son sinif okumakta
olan ya da mezun olmus olan 6grencilerin, YGS ve LYS’de almis olduklar1 Sayisal, Sozel ve Esit Agirhik
Puanlarinin il ortalamalan dikkate alnarak Illerin siralanmasi yapilmustir. Bu siralamada degisken sayisinin
fazla olmasi1 nedeniyle faktor analizi ile degiskenler arasindaki iliski yapist incelenmis ve degiskenlerin anlaml
olabilecek faktorler altinda toplandigi gozlenmistir. Faktor skorlarina gore de iller arasinda siralamalar
yapilmis ve olusan siralamalara gore illerin konumlart yorumlanmistir.
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Abstract

In this study, in 2012, High School, Science High School, Plain High School and Special Science High School
students who have graduated from the last class or studying, they had taken YGS and LYS Numerical, Verbal
and Equal Weight Points provincial averages were used for the ranking of the cities. This is due to the high
number of variable order factor analysis of the relationship between the structure and the variables studied and
observed variables are collected under the factors which may be significant. Standings between the cities and
the resulting factor scores in the order according to the positions of the cities are interpreted.
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1. GIRIS

Egitim ¢ocuklarin ve genclerin toplumsal yasayista yerlerini almalan icin gerekli bilgi
beceri ve anlayislar1 elde etmelerine, kisiliklerini gelistirmelerine yardim etme olarak
tamimlanir. Yiiksekogretim ise iiniversite, teknik ve meslek yiiksekokullar1 gibi egitim
kurumlarina planlanin uygulanan dgretim olarak tammlanmaktadir. Ulkemiz de 1981 yilindan
once yliksek 6gretim hizmetleri bes ayr1 kanuna bagli olarak yiiriitiilmekteydi ancak 6Kasim
1981 tarihin de 2547 sayili Yiiksek Ogretimin yiiriirliige girmesi ile yiiksek ogretim sistemi

YOK tarafindan diizenlenmeye ve denetlenmeye baslamustir.

Ulkemizde Yiiksek Ogretim 1980°li yillara kadar  devlet tarafindan finanse
edilmekteydi. Ancak sonraki yillarda gerek kamu sektoriiniin gerekse o©zel sektoriin
yiiksekogretim mezunlarin1 tercih etmesi yiiksekogretime olan talebi arttirmis ve devlet
iniversiteleri bu talebi karsilayamadiklarindan 1980 li yillara kadar devletin finanse etmesi
gereken bir hizmet olarak kabul edilen yiiksek 6gretim hizmeti bu yillardan sonra vakiflar

tarafindan da finanse edilen bir hizmet olarak kabul edilmistir.

Yiiksek Ogretime olan talebin artis1 ve egitim ve Ogretimin devlet ve vakif
iniversiteleri tarafindan verilmesi rekabeti de beraberin de getirmis ve iiniversiteye O0grenci
yetistiren liselerde de cesitli farkliliklar meydana gelmistir. Bununla birlikte lise egitim veren
bu kuruluslar arasinda 6grencilerinin {iniversiteye giris sinavlarindaki basarilari agisindan da
bir rekabet s6z konusu olmustur. Bu rekabet, iller arasinda da basari1 siralamalarini yaninda

getirmistir.

Bu c¢alisma da 2012 yilinda Anadolu Lisesi, Fen Lisesi, Diiz Lise ve Ozel Fen
Lisesindeki son sinif okumakta olan ya da mezun olmus olan 6grencilerin, YGS ve LYS’ye
girerek almis olduklar1 Sayisal, S6zel ve Esit Agirlik Puanlarinin il ortalamalarn dikkate
alinarak {llerin siralanmasi yapilmistir. Bu siralamada degisken sayisinin fazla olmasi
nedeniyle faktor analizi ile degiskenler arasindaki iliski yapisi incelenmis ve degiskenlerin
anlaml1 olabilecek faktorler altinda toplandigi gézlenmistir. Faktor skorlarina gore de iller

arasinda siralamalar yapilmis ve olusan siralamalara gore illerin konumlar1 yorumlanmaistir.
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2. FAKTOR ANALIZi

Faktor analizi; birbirleriyle iliskili cok sayidaki degiskeni az sayida, daha anlamls,
kolay anlagilabilir ve birbirinden bagimsiz faktorler haline getiren ve yaygin olarak kullanilan

cok degiskenli istatistik tekniklerinden biridir.

Faktor analizi, 6zellikle, ¢cok karmasik ve cok boyutlu iliski analiziyle karsilasildig
durumlarda, kanonik korelasyon analizi, kiimeleme analizi ve ¢ok boyutlu 6lgekleme analizi

gibi kullanilabilecek bir yontemdir (Albayrak,2005:86).

Faktor analizi ¢cok sayida degisken arasindan diger analizlerde kullanilacak temsili
degiskenleri belirlemeye yardim eder. Orijinal veri setinden saglanan faktorler bagimli
yontemlerden regresyon, korelasyon ve diskriminant analizi ve i¢ bagimli ydntemlerden
kiimeleme analizi gibi genis bir yelpazede kullanilmaktadir (Hair, Anderson, Tatham,
Black,1998:95-97). Faktor analizi olciilebilen ve gbzlenebilen ¢ok sayidaki 6zellik arkasinda
yatan gercek nedenleri yani gozlenemeyen ve Olciilemeyen gizli boyutlar1 ortaya ¢ikarmaya

yaramaktadir (Hair ve digerleri, 1998:95-97).

2.1. Faktor Analizi’nin Varsayimlari

Normallik, ¢oklu baglant1 ve dogrusallik gibi klasik varsayimlarin saglanmasi, faktor
analizinde yalnizca degiskenler arasindaki korelasyonlarda diisiise sebep olmaktadir. Bunlarin
arasinda sadece, tiiretilecek faktorlerin anlamliligi test edilecekse, normallik varsayimi
gereklidir. Bunun yaninda, faktor analizinde degiskenler arasindaki i¢ iliskiler belirlendigi
icin, belirli diizeyde ¢oklu dogrusal baglantinin olmasi istenmektedir. Degiskenler arasindaki
korelasyonlarin 0,30’dan biiyiik olmasi1 faktdr analizinin uygulanabilmesi i¢in beklenen bir

durumdur(Hair ve digerleri, 1998:99-100).
Veri setinin faktor analizine uygunlugunun degerlendirilmesi i¢in farkli yaklasimlar

vardir: Bunlardan biri siibjektif bir yaklasim olan korelasyon matrisinin incelenmesi, digeri

Kiiresellik Testi ve Kaiser-Mayer-Olkin (KMO) Uygunluk Testidir.
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Faktor analizinde korelasyon matrisi i¢in istatistik temellerin yaninda faktor analizinin
uygulanabilirligini kanitlamak icin korelasyon matrisinin yeteri kadar anlaml korelasyonlara
sahip olmas1 gerekir ciinkii degiskenler arasindaki korelasyonlar ne kadar yiiksek ise,
degiskenlerin ortak faktorler olugturma olasiliklar1 o kadar yiiksektir (Kalayc1,2006: 321-322).
Korelasyon katsayilart %30’dan biiyilk olmayan degiskenlerin biiyiik bir olasilikla faktor

analizinden ¢ikartilmas1 uygun olacaktir (Hair ve digerleri,1998:99).

KMO testi, degiskenler arasindaki korelasyonlar1 ve faktor analizinin uygunlugunu
Olcen ornek uygunluk testidir. Testin degeri 0-1 araliginda degismektedir. KMO degeri,
herhangi bir degiskenin diger degiskenler tarafindan hatasiz tahmin edilmesi halinde 1’e esit
olur. KMO testi asagida gosterildigi gibi hesaplanan basit korelasyon katsayilar1 kismi

korelasyon katsayilari ile karsilastirilarak hesaplanmaktadir.

225

i#]
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Formiilde KMO, Kaiser-Mayer-Olkin 6rnek uygunluk testini; r;; , i. ve j. degisken
arasindaki basit korelasyon katsayisini; aj, 1. ve j. degisken arasindaki kismi korelasyon
katsayisim gostermektedir. Degisken ciftleri arasindaki iliskiler diger degiskenler tarafindan
aciklanamadigi zaman KMO degeri kiigiileceginden faktdr analizinin kullanilmamasi
gerekmektedir. Degiskenler arasindaki ortalama korelasyonlarin bir ol¢iisiinii veren test,
degiskenlerin homojenligini 6lgmektedir. KMO 0Olciisii istatistiksel bir test olmadigindan
Kaiser ve Rice tarafindan oran icin Tablo 1°deki kriterler onerilmistir.

Tablo 1: KMO Uygunluk Testi I¢in Onerilen Kriterler

KMO Olgiisii Onerilen Diizey
0,90+ Olagandistii
0,80+ Cok lyi
0,70+ Iyi
0,60+ Orta
0,50+ Kotii
0,50- Kabul Edilemez
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Cok 1iyi bir faktor analizinde KMO degeri 0,80 den biiyiik olmalidir; ancak 0,50’den
biiyiik degerler de kabul edilebilir.

2.2. Faktor Analizi Modeli

Faktor analizinde n bireyin p tane oOzelligini (degisken) gosteren X,x, ham veri
matrisinden elde edilen Z,, standartlastinlmis veri matrisi kullanilacaktir. Bu durumda,
faktor analizi modeli z; degiskenleri ile fj, f5, ..., f, ortak faktorleri arasindaki iliskiyi
gosteren dogrusal bir modeldir (Tathdil,2002:168). ve korelasyonu en yiiksek olacak sekilde
diizenler (Pazarlioglu, Emec, Erdogan,1999:850). Bu model genel olarak asagidaki bicimde

ifade edilir:

z;=a,f +a,f, +..+a,f, +bu;;j=12,...p )

jmTm

Burada;
z;: j inci degisken
a;, :J inci degiskenin m inci faktor tizerindeki yiikii (loadings)

f : ortak faktor

u;: 0zel ya da artik faktorii ( specific-residual factor)
b, :0zel ya da artik faktoriine iliskin katsay1

m : ortak faktorlerin sayisi

Klasik faktor analizi modelinde, i bireyi i¢in j degiskenin degeri sOyle yazilabilir

(Tathdil,2002:168);
jpTpi i

z, =Y a,F +bu, (i=12,...,N;j=12..,n) (3)
p=1

Bu model, herhangi bir z; degiskeni i¢in m ortak faktorleri ve tek faktdre gore acik

olarak sOyle yazilabilir;

49



p1&

Faktér Analizi ile Universite Giris Sinavlarindaki Basart Durumuna Gére Illerin Siniflamast J
z,=a,F +a,F +..... +a, F +bU,
z,=a,F +a,F +..... +a, F +b,U,
................................................................ 4)

Bu denklemler setine faktor oriintiisii ya da sadece Oriintii denir. Burada ortak faktorler
F, (p = 1,2,..., m) iliskili ya da iliskisiz olabilir fakat tek faktdr U; (j = 1,2,..., n) her zaman
kendi aralarinda ve diger ortak faktorler arasinda iliskisiz kabul edilir. Faktor analizi sadece
Oriintiiyii vermez, ayrica degiskenler ve faktorler arasindaki iliskiyi de verir. Bu iliskiyi
gosteren tabloya faktor yapist veya sadece yapi denir. Hem Oriintii hem de yapi ¢6ziimii

tamamlamak icin gereklidir (Atan, Goksel, Karpat,2002:3-4).

2.2.1. Faktor Tiiretme Modelleri ve Uygun Faktor Analizi Yonteminin Sec¢imi

Faktor tiiretme modellerinin ilk bakista iki temel amaci s6z konusudur: Degiskenler
arasindaki korelasyonlar1 en iyi sekilde yeniden tiiretmek ve degiskenlerin varyansini en
yiikksek diizeyde agiklamaktir. Faktor tiiretme ydnteminin secimi arastirmacinin amacina

baghdir.

Standardize edilmis her degiskenin sahip oldugu varyans bilesimi ve yukaridaki
amaglar dikkate alindiginda, faktor analizi modelleri, Temel Bilesen Faktorii Yontemi disinda
Asal Eksen Faktorii, Goriintii Faktorii, Agirliksiz En Kiigiik Kareler, Maksimum Olabilirlik,
Alfa Faktorii gibi yontemlerdir. Bu yontemlerden Asal Eksen Faktorii Yontemi, korelasyon
matrisindeki kosegen degerleri hari¢ temel bilesen faktorii yontemiyle aynmidir. Yontem
korelasyon matrisinde 1 olan kdsegen degerleri yerine ortak varyanslari kullanmaktadir.
Goriintii  Faktorii 'Yontemi’nde, herhangi bir degiskenin ortak alami teorik faktorlerin
fonksiyonu yerine geriye kalan degiskenlerin dogrusal regresyon fonksiyonuyla
belirlenmektedir. Bu ortak alana, kismi goriintii analizi denir. Agirliksiz En Kiiciik Kareler
Yontemi, faktor sayisi icin hesaplanan korelasyon matrisi ile yeniden tiiretilmis korelasyon
matrisi arasindaki farklarm karesini minimize eden bir faktdr durum matrisi (kdsegenler
hari¢) tiiretmektedir. Maksimum Olabilirlik Yontemi’'nde, korelasyonlar degiskenlerin

varyanslariyla ters orantili olarak agirliklandirilarak yineleme siireci uygulanir. Maksimum
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Olabilirlik modeli verilerin ¢oklu normal dagilimdan geldigini varsaymaktadir. Alfa Faktori,
birimlerin anakiitle ve degiskenlerin ise degisken anakiitlesinin bir 6rnegi oldugunu

varsaymaktadir. Bu yontemle faktorlerin alfa giivenilirlikleri maksimize edilmektedir.

Calismada gozlemlere ait degiskenler arasinda iliskisiz dogrusal bilesenlerin belirlenip
bu bilesenlere gore yeni bir siralama yapmak amaci bulundugu icin Temel Bilesen Faktorii

Modeli tercih edilmis ve bu yontem lizerinde durulmustur.

2.2.1.1. Temel Bilesen Faktorii (Principal Component Factoring=PCF)

Bu model, degiskenin aciklanan varyansinin maksimum olmasin1 amaclar. Modelde,
degisken sayisina(p) esit sayida ve birbirinden bagimsiz temel bilesenler, tiim degiskenlerin

acikladigi toplam varyansa maksimum katkida bulunmaktadir. Model basit olarak;

Xj = bj1F1+ bj2F2+ bj3F3+. ot bijp (] = 1,2,. . ..,p) (5)

esitligindeki gibi yazilabilir.

Sonugta p sayida degisken, yine birbirinden bagimsiz p tane temel bilesenle temsil
edilir. Bu temel bilesenler sirasiyla toplam varyansa maksimum katkida bulunurlar. Yani
birinci temel bilesen en cok, diger bilesenler ise gittikce azalan miktarlarda toplam varyansa
katilirlar. Bu sebeple, toplam varyansin bilyiikk bir kismi az sayida temel bilesenle

aciklanabilmektedir (Albayrak,2005:109).

Bu yontem, tahmin edilen ortak varyanslarin bire esit oldugunu varsaymaktadir. Yani,
temel bilesen modeli, basta ortak faktor sayisi ile degisken sayisinin esit oldugunu, bu ortak
faktorlerden birkagcinin toplam varyansin onemli bir kismini acgiklayacagini ve geriye kalan
diger faktorlerin ise daha az aciklayiciligt bulunan diigiik varyanslar1 gosterecegini

varsaymaktadir (Albayrak,2005:109).
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2.2.1.2. Tiiretilecek Ortak Faktor Sayisimin Belirlenmesi

Faktor analizinde iiretilebilecek faktor sayisi en fazla degisken sayis1 kadar olabilir.
Degisken sayis1 kadar faktor tiiretilirse her degisken bir faktorle temsil edilecek demektir ki
bu durumda bir sey kazanilmaz. Burada amac, degiskenler arasindaki iligkileri en yiiksek
derecede temsil edecek az sayida faktor elde etmektir (Kalayc1,2006:322). Gerekli faktor
sayistni  belirlemek icin toplam varyansin her bir faktor tarafindan yiizde kaginin
aciklandigima bakilmasi gerekir. Faktor analizinde degiskenler standardize edildiginden

toplam varyans degisken sayisina esittir.

Ortak faktor sayisini belirlemede, faktorlerin giderek azalan miktarda varyansa
katilmalar1 biiyiik kolaylik saglamaktadir. Faktorlerin acikladii varyans miktarina gore

faktor sayisini belirleyen cesitli kriterler vardir. Bu kriterler agagidaki gibi siralanabilir:

Varyansa Katilma (Kaiser, Oz deger, Eigenvalue) Kriteri: Oz deger, hem faktorlerce
aciklanan varyansi hesaplamada, hem de 6nemli faktor sayisina karar vermede dikkate alinan
bir katsayidir (Bilyiikoztiirk,2003:119). Bu kritere gore, baslangigta, genel olarak 6z degeri 1
ya da 1’den biiyiikk olan faktorler ©6nemli, 1’den kiiciik olan faktorler Onemsiz
varsayilmaktadir. Dolayisiyla 6zdegerin 0.999 olmasi faktoriin 6nemsiz sayilmasina sebep
olurken, 1’e esit olmas1 faktoriin Onemli sayilmasimi gerektirmektedir. Bu durum ise

hassasiyet gdzoniine alindiginda Varyansa Katilma Kriteri i¢in bir sakinca olarak goriilebilir.

Scree Test Kriteri: Varyansa katilma (Kaiser) kriterinin sakincasini ortadan kaldirmak
icin Cattell tarafindan gelistirilmistir (Hair ve digerleri,1998:103-104). Yontem, faktorlerin 6z
degerlerine dayal1 olarak c¢izilen yi1gin grafiginin incelenmesine dayanir. Grafikte dikey eksen
0z deger miktarlarini, yatay eksen ise faktorleri gosterir. Grafik, faktorlerin 6z degerleriyle
eslestirilmesi sonucunda bulunan noktalarin birlestirilmesiyle elde edilir. Grafikte yiiksek
ivmeli, hizli diistislerin yasandigi faktor, Onemli faktor sayisim verir (Biiyitikoztiirk,

2003:120).

Faktor sayisinin  belirlenmesinde  kullanilabilecek diger kriterlerden, Toplam

Varyansm Yiizdesi Kriteri’'nde her ilave faktoriin toplam varyansin aciklanmasina katkisi
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%S5’1n altina diistiigiinde maksimum faktor sayisina ulasilmis olunmaktadir. Joliffe Kriteri’nde
0.7 agiklama oraninin altindaki tiim faktorlerin modelden cikarilmasimi gerektirir. Aciklanan
Varyans Kriteri’nde varyansin toplamda %90’1m1 agiklayan faktor sayisi kabul edilir. Bunlarin
disinda faktor sayisimin aragtirmaci tarafindan belirlenmesi de kullanilabilecek bir yontemdir

(Kalayc1,2006:322).

2.2.2. Faktorlerin Yorumu ve Adlandirilmasi

Faktorlerin daha anlamli ve yoruma uygun hale gelmeleri icin dondiirme islemi
uygulanmaktadir. Burada 6nemli olan faktorlerin neleri temsil ettikleridir. Dondiirme islemi
faktorlerin degiskenleri daha iyi temsil edebilmeleri igin faktor eksenlerinin hareket
ettirilmesidir. Ancak faktor analizinde dondiirmeler basit yapiya ulasmay1 garanti etmedigi
gibi dondiirmeden sonra elde edilecek faktor sonuglari, elde edilen ilk faktor sonuclarindan
daha anlamsiz da olabilmektedir (Tatlidil,2002:175). Dondiiriilmemis faktor matrisi yoruma
elverisli ise, dondiirme yapilmadan dogrudan yorumlanabilir fakat dondiiriilmemis faktor
matrisi bilimsel ¢alismalar bakimindan fazla yarar saglamayabilir. Cebirsel olarak, bir matris
kendisine esit olan bircok matrise ¢evrilebilir. Her iki matrisinde orijinal korelasyon matrisini
aynt Olciide temsil etmeleri halinde, dondiiriilmiis faktor matrisi ile dondiiriilmemis faktor
matrisi arasinda matematiksel olarak hicbir fark yoktur. Bilimsel acidan ise, dondiiriilmiis ve
dondiiriilmemis faktor matrisleri arasinda biiyiik fark vardir. Faktorler, dondiiriilmiis faktor
matrisi ile, daha anlamli hale gelmektedir. Her bir faktoriin temsil ettigi degisken grubunu
yiiksek oranda agiklayip diger faktorlerin temsil ettikleri degisken gruplarini ise diisiik oranda
aciklamalar1 dondiirme ile miimkiin olabilmektedir. Bunun yaninda, dondiirme islemi
sonunda degiskenlerin ortak varyansi degismez. Dondiiriilmemis faktor matrisinde birinci
faktor en fazla varyansi aciklamakta ve birinci faktorden sonuncu faktoére dogru gidildikce
daha az varyans aciklanmaktadir. Ancak dondiiriilmiis faktor matrisinde her faktor birbirine

yakin miktarlarda varyansa katilmaktadir.

Faktor matrisini dondiirmenin temel amaci, daha basit bir yap1 ve teorik olarak daha
anlamli bir faktor matrisi elde etmek icin onceki faktorlerin acikladigi toplam varyansi
faktorler arasinda yeniden dagitmaktir. Yani her faktoriin, degiskenlerden sadece bazilart igin

sifir olmayan yiiklere sahip olmasi gerekir. Boyle bir durum faktorii daha kolay yorumlamaya
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yardim etmektedir. Ayrica her bir degiskenin faktorlerden sadece bazilariyla (tercihen tek bir
faktorle) sifir olmayan bir yiike sahip olmasi beklenir. Boylece faktorlerin birbirinden

farklilagmasi saglanir.

Dondiirme kriterleri olarak, giiniimiizde uygulanan ortogonal (dik) ve oblik (egik)
dondiirmeler gegerli olmaktadir. Dik dondiirme yontemleri; quartimax, varimax, equamax ve
orthomax iken, egik dondiirme yontemleri; oblimax, quartimin, covarimin ve biquartimin

yontemleridir.

Dondiiriilmemis faktér matrisinde, faktor yiiklerinin bazilar yiiksek, bazilar diisiik
degerlerdir. Veriler kendi icinde tutarh ise, dondiirme islemi sonucu elde edilen dondiiriilmiis
faktor matrisinde baslangicta biiyiik olan faktor agirliklarinin iyice biiyiidiigii, kiiciik olanlarin
ise iyice kiiciildiigii goriiliir. Genellikle, her siitundaki (her siitun bir faktoriin yiiklerini icerir)
faktor yiiklerinin birkagi yiiksek olmakla beraber, digerleri kiiciik degerler almaktadir.
Boylece, faktorlerle ilgili degisken gruplari ortaya ¢ikmaktadir. Faktorlerin yorumlanmasinda
o faktorle yiiksek korelasyon (yiiksek faktor yiikii) gosteren degiskenlerin olusturdugu grup
tizerinde durulmaktadir. Her bir faktorle ilgili olarak gruplasma gosteren degiskenler arasinda
bazi ortak yanlarin bulundugu boylece belirlenmekte ancak bunun ne oldugu tam olarak
bilinememektedir. Faktor analizi sonuclar1 yorumlanirken bu ortak noktalar iizerinde

durularak yorum yapilmali ve faktorler bu ortak yonlere gore adlandirilmalidir.

Faktorlerin yorumlanmasi1 ve adlandirilmasi faktor yiikleri dikkate alinarak yapilir.
Buna gore, degiskenin ortak faktorle olan korelasyonu +0,30’dan biiyiikse o degiskenin soz
konusu ortak faktorle anlamli bir iligki gosterdigi kabul edilmektedir. Bazi1 aragtirmacilara
gore bu oran +0,40 hatta 0,50 olmalidir. Bir faktoriin adlandirilmasinda, +0,30’dan biiyiik
pozitif faktor yiikleri dikkate alindig1 gibi, negatif faktor agirliklar1 da dikkate alinmahidir. S6z
konusu ortak faktor, pozitif faktor agirliklar ile olumlu, negatif faktor agirliklar ile olumsuz
iliski gosterecek sekilde yorumlanmalidir. Boylece faktorlere iki kutuplu olarak bakilabilir

(Albayrak,2005:124-125).

Faktor analizinin amaci, degiskenler arasindaki iligkileri anlamli ve anlasilir bir

sekilde ifade edebilmektir. Sonuclar arastirmanin bilimsel amact dogrultusunda
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yorumlanmalidir. Analiz sonuglarmin yorumu faktdr analizinin konusu olmaktan cok

arastirma konusu bilim dal1 ile ilgili olmaktadir.

3. ILLERIN EGITIM VE UNIVERSITEYE GiRiS SINAVLARINDAKI
BASARI DURUMLARINA GORE LiSE TURLERIi ACISINDAN INCELENMES]

Aragtirmada Tiirkiye’de Ozel Fen Lisesi bulunan 29 il incelemeye alinmistir. Bu
illerdeki Ozel Fen Liselerinin yanisira, Diiz Liseler, Anadolu Liseleri ve Fen Liselerinde
okuyan Ogrencilerin, 2012 YGS ve LYS smavlarinda Sozel, Sayisal ve Esit Agirlikli puan
ortalamalann dikkate alinarak, smav basari puanlarina gore iller arasinda bir siralama

yapilmaya calisilmistir.
Ele alinan 4 lise tiiriinde 2012 yilinda son sinifta okuyan ya da daha 6nce mezun olmusg
olan dgrencilerin YGS ve LYS sinavlarinda tiger puan tiirtinde aldiklar1 puanlar 24 degisken

olarak diizenlenmistir. Bu degiskenler Tablo2’de verildigi gibidir.

Tablo 2: Arastirmada kullanilan degisken isimleri

Sayisal Puan So6zel Puan Esit Ag.Puan
YGS DL-ygs-say DL-ygs-soz DL-ygs-ea
Diiz Lise LYS DL-lys-say DL-lys-s6z DL-lys-ea
YGS AL-ygs-say AL-ygs-soz AL-ygs-ea
Anadolu Lisesi LYS AL-lys-say AL-lys-s6z AL-lys-ea
YGS FL-ygs-say FL-ygs-soz FL-ygs-ea
Fen Lisesi LYS FL-lys-say FL-lys-soz FL-lys-ea
YGS OF-ygs-say OF-ygs-soz OF-ygs-ea
Ozel Fen Lisesi LYS OF-lys-say OF-lys-s6z OF-lys-ea

Diger taraftan ele alinan 29 ilin okur yazarlik ve egitim durumunu incelemek icin de

illere ait asagida tanimlanmis olan degiskenler de arastirma kapsamina alinmistir.

Okuma - Yazma Bilmeyen; her hangi bir egitim almamis, okuma ve yazma bilmeyen

kisi sayist.

Okur — Yazar; her hangi bir egitim ogretim kurumunu bitirmemis fakat okuma ve

yazma bilgisine sahip kisi sayisi.
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[lkokul Mezunu; zorunlu egitimin 8 yila ¢iktigi 1997 yilindan énce 5 yillik zorunlu

egitimini tamamlamis kisi sayisi.

Ortaokul Mezunu; zorunlu egitimin 8 yila ¢iktigi 1997 yilindan 6nce 5 yillik zorunlu

egitimini tamamladiktan sonra 3 yillik egitimi tamamlamus kisi sayist.

[k Ogretim Okulu Mezunu; zorunlu egitimin 8 yila ¢ciktig1 1997 yilindan sonra 8 yillik

zorunlu egitimini tamamlamis kisi sayisi.

Orta Ogretim (Lise) Mezunu; ilk 8 yillik egitimini tamamladiktan sonra okulunun

tiiriine ve ya egitim aldig1 yila gore 3,4 veya 5 senelik egitimini tamamlamis kisi sayisi.

Onlisans Mezunu; Orta Ogretim Kurumlarindaki egitimini tamamladiktan sonra
Universitelerin Meslek Yiiksek Okullarinin programlarinda 2 yillik egitimini tamamlamus Kisi

sayisl.

Lisans Mezunu; Orta Ogretim Kurumlarindaki egitimini tamamladiktan sonra
Universitelerin Fakiiltelerinde 4 veya daha fazla siireli programlarinda egitimini tamamlamis

kisi sayist.
Yiiksek Lisans Mezunu; Universitelerin Fakiiltelerindeki programlarmdan birini
bitirdikten sonra Universitelerin Enstitiilerinde Yiiksek Lisans programlarinda egitimini

tamamlamis kisi sayisi.

Doktora Mezunu; Yiiksek Lisans egitimini tamamladiktan sonra Universitelerin

Enstitiilerinde Doktora programini tamamlamis kisi sayisi.
3.1. YGS Sinavina Gére iller Arasinda Siralama
Her il i¢in degisik lise tiirlerindeki 6grencilerin YGS sinavinda iicer ayri puan tiiriinde

almis olduklar1 puanlarin ortalamalarina faktor analizi uygulanarak, okul tiirlerine gore ya da

puan tiiriine gore bir faktdrlesmenin olup olmadigi incelenmistir.
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Barttlet Kiiresellik Testi kullanilarak, faktor analizi uygulanan 12 degiskenin Varyans
Kovaryans matrislerinin R korelasyon matrisine esit oldugunu ifade eden Ho hipotezini test
etmek icin hesaplanan ki-kare degeri 1093,275 olarak, anlam diizeyi ise p=0,000 olarak
hesaplanmigtir. Dolayisiyla Ho hipotezi reddedilerek degiskenlere faktor analizi

uygulanmasinin gerekliligi kabul edilmistir.

SPSS 19 paket programu ile uygulanan fakt6r analizi sonucuna gore 12 farkli okul ve
puan tiiriiniin 2 faktorde toplanmast uygun bulunmustur. Tablo 3’te elde edilen 2 faktore
iliskin 6zdegerler ve varyans agiklama oranlart verilmistir. Tablodan goriildiigii gibi, olusan 2

faktor 12 degiskenin birlikte agikladig1 degisimin %89 unu agiklayabilmektedir.

Tablo 3: Ozdegerler ve varyans agiklama yiizdeleri

Faktorler Ozdeger 9V aryans agiklama Kiimiilatif %
1 7,436 61,965 61,965
2 3,246 27,05 89,014

Orijinal degiskenlerin, bu 2 faktor iizerindeki yiikleri Tablo 4’te verildigi gibidir.
Tablodan goriildiigii gibi, yalmzca Ozel Fen Lisesinden smava giren dgrencilerin ii¢ farkl
puan tiirii 2. faktorde yiiklenirken, okullarin puanlari 1. faktorde yiliklenmislerdir. Her bir

degiskenin yalmzca tek bir faktorde yiikklenmis olmasi da faktdrlesmenin uygun oldugunun

gostergesidir.
Tablo 4: YGS sinavina gore okullarda alinan puanlarin faktor yiikleri
1.faktor 2 faktor

Anadolu Lisesi YGS So6zel Puan Ortalamasi 0,955 -0,089
Anadolu Lisesi YGS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,944 0,068
Fen Lisesi YGS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,932 0,032
Fen Lisesi YGS Sozel Puan Ortalamasi 0,928 0,026
Fen Lisesi YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,928 0,066
Anadolu Lisesi YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,91 0,163
Diiz Lise YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,872 -0,36
Diiz Lise YGS Esit Agirlik Puan Ortalamast 0,819 -0,435
Diiz Lise YGS So6zel Puan Ortalamasi 0,738 -0,496
Ozel Fen Lisesi YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,273 0,941
Ozel Fen Lisesi YGS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,285 0,938
Ozel Fen Lisesi YGS Sozel Puan Ortalamasi 0,288 0,933
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Bu faktorlesme sonucunda olusan illerin faktor skorlarini kullanarak, illerin 1. faktore

gore siralanmasi sonucu Tablo 5’te verilmistir. Bu siralamanin; 29 ilin, Diiz Lise, Anadolu

Lisesi ve Fen Lisesi 6grencilerince 2012 YGS sinavinda alinmis olunan puan tiirlerinin timii

acisindan basar sirast oldugu sdylenebilir.

Tablo 5: illerin, Diiz lise, Anadolu Lisesi ve Fen Lisesi Ogrencilerinin (1.faktor)

Ankara
Denizli
Istanbul
Bursa
Eskisehir
Izmir
Adana
Konya
Antalya
Kayseri

O 00 I O L B W N =

—
e}

11
12
13
14
15
16
17
18
19
20

Malatya

Mersin

Kocaeli

Trabzon

Samsun

Manisa

Gaziantep

Sakarya

Sivas

Ordu

21
22
23
24
25
26
27
28
29

2012 YGS sinav sonuglarina gore basar siralamasi

Diyarbakir

Kahramanmaras

Erzurum

Nevsehir

Edirne

Sanlurfa

Giresun

Diizce

Van

Benzer sekilde; illerin 2. faktore gore siralanmasi sonucu da Tablo 6’da verilmistir. Bu

siralamanin; 29 ilin, Ozel Fen Lisesi ogrencilerince 2012 YGS smavinda alinmis olunan puan

tiirlerinin tiimii a¢isindan basari siras1 oldugu soylenebilir.

Tablo 6: Illerin, Ozel Fen Lisesi Ogrencilerinin (2.faktor) 2012 YGS sinav
sonuglarina gore basari siralamast

Van

Sanliurfa

Diyarbakar

Trabzon

Kocaeli

Erzurum

Malatya

Gaziantep

O 0 1 O Lt W =

Samsun

—
(=)

Antalya

11| Sakarya

12| Adana

13| Sivas

14 | Eskisehir

15 | Konya

16 | Kayseri

17 | izmir

18 | Kahramanmarag

19 | Denizli

20 | Istanbul

21
22
23
24
25
26
27
28
29

Bursa

Manisa

Giresun

Mersin

Ankara

Nevsehir

Ordu

Diizce

Edirne
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3.2. LYS Sinavina Gore iller Arasinda Siralama

Her il i¢in degisik lise tiirlerindeki 6grencilerin LYS sinavinda iicer ayri puan tiiriinde
almis olduklart puanlarin ortalamalarina faktor analizi uygulanarak, okul tiirlerine gore ya da

puan tiiriine gore bir faktérlesmenin olup olmadig1 incelenmistir.

Barttlet Kiiresellik Testi kullanilarak, faktor analizi uygulanan 12 degiskenin Varyans
Kovaryans matrislerinin R korelasyon matrisine esit oldugunu ifade eden Ho hipotezini test
etmek icin hesaplanan ki-kare degeri 419,552 olarak, anlam diizeyi ise p=0,000 olarak
hesaplanmistir. Dolayisiyla Ho hipotezi reddedilerek degiskenlere faktér analizi

uygulanmasinin gerekliligi kabul edilmistir.

SPSS 19 paket programi ile uygulanan faktor analizi sonucuna gore 12 farkli okul ve
puan tiiriiniin 2 faktorde toplanmasi uygun bulunmustur. Tablo 7°de elde edilen 2 faktore
iliskin 6z degerler ve varyans agiklama oranlari verilmistir. Tablodan goriildiigii gibi, olusan 2

faktor 12 degiskenin birlikte agikladigr degisimin %81’ini agiklayabilmektedir.

Tablo 7: Oz degerler ve varyans agiklama yiizdeleri.

Faktorler Ozdeger 9%V aryans agiklama Kiimiilatif %
1 6,883 57,362 57,362
2 2,894 24,115 81,477

Orijinal degiskenleri, bu 2 faktor iizerindeki yiikleri Tablo 8’de verildigi gibidir.
Tablodan goriildiigii gibi, YGS sinavinda oldugu gibi LYS smavi igin de yalnizca Ozel Fen
Liselesinden sinava giren ogrencilerin ii¢ farkli puan tiirii 2. Faktorde yiiklenirken, diger
okullarin puanlar1 1. Faktorde yiliklenmislerdir. Her bir degiskenin yalmizca tek bir faktdrde

yiikklenmis olmasi da faktdrlesmenin uygun oldugunun géstergesidir.
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Tablo 8: LYS sinavina gore okullarda alinan puanlarin faktor yiikleri

1.faktor 2 faktor

Anadolu Lisesi LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,959 -0,167
Diiz Lise LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,945 -0,042
Fen Lisesi LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,913 0,072
Anadolu Lisesi LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,893 0,126
Diiz Lise LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,888 -0,284
Fen Lisesi LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,874 0,078
Fen Lisesi LYS So6zel Puan Ortalamasi 0,836 0,104
Anadolu Lisesi LYS Sozel Puan Ortalamasi 0,68 -0,503
Diiz Lise LYS So6zel Puan Ortalamasi 0,676 -0,457
Ozel Fen Lisesi LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,255 0,927
Ozel Fen Lisesi LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,293 0,876
Ozel Fen Lisesi LYS S6zel Puan Ortalamast 0,343 0,81

Bu faktorlesme sonucunda olusan illerin faktor skorlarini kullanarak, illerin 1. faktore
gore siralanmasi sonucu Tablo 9°da verilmistir. Bu siralamanin; 29 ilin, Diiz Lise, Anadolu
Lisesi ve Fen Lisesi ogrencilerince 2012 LYS sinavinda alinmis olunan puan tiirlerinin tiimii

acisindan basar sirast oldugu sdylenebilir.

Tablo 9: Illerin, Diiz lise, Anadolu Lisesi ve Fen Lisesi Ogrencilerinin (1.faktor)
2012 LYS smav sonuglarina gore basar siralamasi

1 | Ankara 11| Adana 21 | Nevsehir

2 | Istanbul 12 | Mersin 22 | Diyarbakir

3| Denizli 13 | Trabzon 23 | Kahramanmarag
4 | Bursa 14 | Manisa 24 | Erzurum

5 | Eskisehir 15 | Samsun 25 | Edirne

6 | izmir 16 | Malatya 26 | Sanlurfa

7| Konya 17 | Sakarya 27| Diizce

8 | Antalya 18| Sivas 28 | Giresun

9 | Kayseri 19| Gaziantep 29| Van

10 | Kocaeli 20 | Ordu

Benzer sekilde; illerin 2. faktore gore siralanmasi sonucu da Tablo 10°da verilmistir.
Bu siralamanin; 29 ilin, Ozel Fen Lisesi 6grencilerince 2012 LYS smavinda alinmis olunan

puan tiirlerinin tiimii agisindan basar1 sirast oldugu sdylenebilir.

60



)

o
e

@@4{.{3’}?

Ekonometri ve Istatistik Sayi:17 2012

Tablo 10: illerin, Ozel Fen Lisesi Ogrencilerinin (2.faktor) 2012 YGS sinav
sonuclarina gore basari siralamasi

Van

Kocaeli

Trabzon

Erzurum

Gaziantep

Samsun

Sanliurfa

Malatya

O 0 N N Lt W -

Diyarbakar

—
(=)

Kayseri

3.3. Puan Tiirlerine Gore iller Arasinda Siralama

11
12
13
14
15
16
17
18
19
20

Sivas

Sakarya

Konya

Adana

Antalya

Eskisehir

Kahramanmaras

Bursa

Denizli

[zmir

21
22
23
24
25
26
27
28
29

Mersin

[stanbul

Manisa

Ankara

Giresun

Ordu

Nevsehir

Diizce

Edirne

Illerde Ogrencilerin ' YGS ve LYS smavinda girmis olduklari 3 farkli puan tiirlerine

gore ayr ayrt incelenmistir. Bu amagla okul tiirlerine goére her puan tiiriine ayr1 ayri faktor

analizi uygulanmistir. Sayisal, Sozel ve Esit Agirlikli puan tiirleri i¢in ayr1 ayr yapilan faktor

analizleri birlikte 6zet tablolar halinde verilmistir.

Tablo 11°de ii¢ puan tiirii icin de yapilmis olunan Kiiresellik analizi sonucunda elde

edilen ki-kare degeri ve p anlam diizeyi yer almaktadir. Tablodan goriildiigii gibi ii¢ puan tiirii

icin de faktor analizi yapilmasinin uygun oldugu sonucuna varilmistir (p<0,05)

Tablo 11: Sayisal, Sozel ve Esit Agirlikli puan tiirlerinde okullarin Kiiresellik Testi

sonuglari
KMO kikare p
Sayisal puan 0,73 441,441 0,00
0,72
So6zel puan 183,651 0,00
Esit Agirlikli 0,77 276,095 0,00

Her ii¢ puan tiirii i¢in de faktdr analizi sonucunda 2’ser faktoriin 6nemli oldugu

gozlenmistir. Ozdegerler ve varyans aciklama oranlar1 Tablo 12’de verilmistir.
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Tablo 12: Uc puan tiirii icin de yapilan faktor analizleri icin elde edilen 6zdegerler ve

varyans agiklama oranlan

Faktorler Ozdeger 9%V aryans agiklama Kiimiilatif %
SAYISAL PUAN 1 5,363 67,032 67,032
2 1,899 23,733 90,765

Faktorler Ozdeger 9V aryans agiklama Kiimiilatif %
SOZEL PUAN 1 4,208 52,598 52,598
2 2,175 27,185 79,783

Faktorler Ozdeger 9V aryans agiklama Kiimiilatif %
ESIT AGIRLIKLI 1 5,076 63,452 63,452
2 1,949 24,364 87,816

Tablo 12 incelendiginde, Sayisal Puan tiirii icin elde edilen 2 faktoriin toplam
degisimin %91’ini aciklayabildigi, S6zel Puan tiirii i¢in elde edilen 2 faktoriin toplam
degisimin %80’ini aciklayabildigi; Esit Agirlikli puan tiirii icin elde edilen 2 faktoriin ise
toplam degisimin %88’ini agiklayabildigi goriilmektedir.

Her ii¢ analiz i¢i orjinal degiskenlerin, olusan faktorler tizerindeki yiikleri Tablo 13’te
verildigi gibidir. Tablodan goriildiigii gibi, YGS ve LYS smavlarinda oldugu gibi her ii¢
puan tiirii icin de ayr1 ayr1 yapilan faktor analizlerinde okul tiirlerinin faktorlesmesi benzerlik
gostermistir. Bir baska ifade ile yalmzca Ozel Fen Liselerinden smava giren égrencilerin ii¢
farkli puan tiirii icin de 2. faktdrde yiiklenirken, diger okullarin puanlart 1. faktorde
yiikklenmislerdir. Her bir degiskenin yalnizca tek bir faktdrde yiiklenmis olmasi da

faktorlesmenin uygun oldugunun gostergesidir.

Tablo 13: Faktor Yikleri

SAYISAL PUAN TURU icin
Faktor Yiikleri
1.faktor 2 faktor
Anadolu Lisesi LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,96 -0,032
Anadolu Lisesi YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,949 0,009
Diiz Lise LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,934 -0,201
Fen Lisesi LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,929 -0,107
Fen Lisesi YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,924 -0,088
Diiz Lise YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,789 -0,435
Ozel Fen Lisesi YGS Sayisal Puan Ortalamasi 0,395 0,912
Ozel Fen Lisesi LYS Sayisal Puan Ortalamasi 0,414 0,904
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SOZEL PUAN TURU i¢in
Faktor Yiikleri
1.faktor 2 faktor
Anadolu Lisesi YGS So6zel Puan Ortalamasi 0,908 0,118
Fen Lisesi YGS Sozel Puan Ortalamasi 0,863 0,276
Diiz Lise YGS S6zel Puan Ortalamasi 0,849 -0,316
Fen Lisesi LYS So6zel Puan Ortalamasi 0,802 0,295
Anadolu Lisesi LYS Sozel Puan Ortalamasi 0,8 -0,374
Diiz Lise LYS So6zel Puan Ortalamasi 0,76 -0,38
Ozel Fen Lisesi YGS Sozel Puan Ortalamasi 0,084 0,928
Ozel Fen Lisesi LYS S6zel Puan Ortalamasi 0,226 0,868
ESIT AGIRLIK PUAN TURU icin
Faktor Yiikleri
1.faktor 2.faktor
Anadolu Lisesi LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,964 -0,152
Anadolu Lisesi YGS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,913 0,083
Fen Lisesi YGS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,901 0,049
Diiz Lise LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,898 -0,258
Fen Lisesi LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,894 0,058
Diiz Lise YGS Esit Agirlik Puan Ortalamast 0,869 -0,327
Ozel Fen Lisesi YGS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,232 0,953
Ozel Fen Lisesi LYS Esit Agirlik Puan Ortalamasi 0,296 0,911

Bu faktorlesmeler sonucunda yapilan ii¢ faktor analizi icin de 1. faktore gore illerin
faktor skorlarmin siralanmasinin, Illerdeki Diiz Lise, Anadolu Lisesi ve Fen lisesi
Ogrencilerinin basarilarmin ortalamalarma goére siralamasi olarak yorumlanabilir. Ayni
sekilde 2. faktorlere gore siralamalar ise illerin Ozel Fen Lisesi 6grencilerinin almis olduklari
puanlar agisindan basari siralamasi olarak yorumlanabilir. Sozii gecen siralamalar Tablo

14’te verilmistir.

Tablo 14: Uc farkli puan tiiriine gore illerin okul tiirlerinin basari siralamalari

SAYISAL PUAN TURU SOZEL PUAN TURU ESIT AGIRLIKLI PUAN TURU
1.faktore gore | 2.faktore gore | 1.faktore gore | 2.faktore gore | 1.faktore gore |2.faktore gore
siralama siralama siralama siralama siralama siralama
(DL,AL,FL) (OF) (DL,AL,FL) (OF) (DL,AL,FL) (OF)

Ankara Van Istanbul Kocaeli Ankara Van
Denizli Sanlurfa Ankara Van Denizli Trabzon
Istanbul Erzurum Denizli Gaziantep Istanbul Erzurum
Bursa Trabzon Bursa Trabzon Eskisehir Kocaeli
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Eskisehir Kocaeli [zmir Sanlurfa Bursa Sanlurfa
Konya Malatya Eskisehir Samsun [zmir Samsun
[zmir Diyarbakir Konya Diyarbakir Konya Sivas
Adana Samsun Antalya Erzurum Kayseri Diyarbakir
Antalya Sivas Adana Adana Adana Gaziantep
Malatya Gaziantep Manisa Malatya Antalya Malatya
Kayseri Antalya Kayseri Kayseri Kocaeli Antalya
Kocaeli Sakarya Mersin Konya Mersin Sakarya
Mersin Eskigehir Kocaeli Sakarya Trabzon Konya
Trabzon Adana Trabzon Eskigehir Malatya Eskisehir
Gaziantep Konya Samsun Antalya Manisa Adana
Samsun Kayseri Malatya Bursa Sakarya Kayseri
Sakarya [zmir Sakarya Denizli Samsun [zmir
Diyarbakir Kahramanmaras | Nevsehir Istanbul Gaziantep Kahramanmarag
Manisa Bursa Ordu Mersin Sivas Denizli
Sivas Denizli Sivas Sivas Kahramanmaras | Istanbul
Kahramanmarag | Manisa Edirne Manisa Ordu Bursa
Ordu Istanbul Gaziantep [zmir Nevsehir Manisa
Sanlurfa Giresun Giresun Kahramanmaras | Erzurum Mersin
Nevsehir Nevsehir Erzurum Ankara Diyarbakar Ankara
Erzurum Ordu Diizce Giresun Edirne Ordu
Edirne Mersin Kahramanmaras | Ordu Diizce Giresun
Giresun Ankara Diyarbakar Nevsehir Sanliurfa Nevsehir
Van Diizce Sanlurfa Diizce Giresun Diizce
Diizce Edirne Van Edirne Van Edirne

3.4. Egitim Seviyesine Gore iller Arasinda Siralama

Incelenen 29 ilin egitim seviyesi illerdeki okuma yazma bilmeyen kisi sayis1, okur

yazar kisi sayisi, ilkokul mezunu , ortaokul mezunu, ilkdgretim mezunu, lise mezunu,

Onlisans mezunu, lisans mezunu, yiiksek lisans mezunu ve doktora dereceli kisi sayisi ile

degerlendirilmeye calisilmistir.

Barttlet Kiiresellik Testi kullanilarak, faktor analizi uygulanan 10 degiskenin Varyans

Kovaryans matrislerinin R korelasyon matrisine esit oldugunu ifade eden Ho hipotezini test

etmek icin hesaplanan ki-kare degeri 560,068 olarak, anlam diizeyi ise p=0,000 olarak

hesaplanmigtir.

Dolayisiyla Ho hipotezi

uygulanmasinin gerekliligi kabul edilmistir.

reddedilerek degiskenlere faktdr analizi
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SPSS 19 paket programi ile uygulanan faktdr analizi sonucuna gore 10 farkh
degiskenin 4 faktorde toplanmasi uygun bulunmustur. Tablo15’te elde edilen 4 faktore iliskin
ozdegerler ve varyans acgiklama oranlan verilmistir. Tablodan goriildiigii gibi, olusan 4 faktor

10 degiskenin birlikte agikladig1 degisimin %85’ini aciklayabilmektedir.

Tablo 15: Ozdegerler ve varyans aciklama yiizdeleri.

Faktorler Ozdeger 90V aryans agiklama Kiimiilatif %
1 4,065 40,653 40,653
2 1,959 19,589 60,241
3 1,523 15,232 75,473
4 1,017 10,174 85,648

Orijinal degiskenlerin, bu 4 faktor tizerindeki yiikleri Tablo 16’da verildigi gibidir.
Tablodan goriildiigii gibi, yalmzca Ozel Fen Liselesinden sinava giren 6grencilerin ii¢ farkli
puan tiirii 2. faktorde yiiklenirken, diger okullarin puanlar 1. faktoérde yiiklenmislerdir. Her

bir degiskenin yalnizca tek bir faktdrde yiikklenmis olmasi da faktdrlesmenin uygun oldugunun

gostergesidir.

Tablo 16: YGS sinavina gore okullarda alinan puanlarin faktor yiikleri

1 2 3 4
Ortaokul Mezunu 0,906 0,076 -0,179 ]-0,038
Fakiilte ve ya Onlisans Mezunu 0,853 0,259 0,221 -0,023
Okur-yazar Ama Okul Bitirmemis -0,839 0,349 -0,193 0,128
Okuma-yazma Bilmeyen -0,784 0,289 -0,316 |-0,302
Lise Mezunu 0,721 0,368 -0,401 -0,202
Doktora Mezunu 0,592 0,57 0,209 -0,216
Ilkokul Mezunu 0,225 -0,904 -0,2 0,061
Okuma-yazma Durumu Bilinmiyor -0,281 0,594 0,286 0,517
Hkogretim Mezunu -0,002 -0,224 0,934 -0,002
Yiiksek Lisans Mezunu 0,444 -0,005 -0,326 0,741

Bu faktdrlesme sonucunda olusan, agiklama orani en yiiksek olan birinci faktor
izerinde orijinal degiskenlerin yiikleri incelendiginde, Ortaokul mezunu, Fakiilte veya
Onlisans mezunu, Lise mezunu, Doktora mezunu Yiiksek Lisans mezunu ve Ik okul
mezunlarinin katsayilarinin pozitif, Okumayazma bilmeyenler, Okul bitirmemis olanlar ve
okuma yazma durumu bilinmeyenlerin katsayilarmin negatif isaretli oldugu gozlenmektedir.

Bu durumda birinci faktoriin, egitim seviyesi arttikca yiiksek deger almasi ve egitim seviyesi
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diistiikce de diisiik degerler almasi sdozkonusu olacaktir. Kavramsal anlamlilik agisindan,
birinci faktoriin iller icin hesaplanan skor degerlerine gore illerin siralanmasi da egitim

seviyesine gore siralamay1 gosterecektir. Bu sekilde siralanan iller Tablo 17°de verilmistir.

Tablo 17: Illerin, Diiz lise, Anadolu Lisesi ve Fen Lisesi Ogrencilerinin (1.faktor)
2012 YGS sinav sonuclarina gore basar siralamasi

1| Ankara 11| Sakarya 21 | Samsun
2 | Eskisehir 12 | Denizli 22 | Manisa
3| izmir 13 | Kayseri 23 | Erzurum
4 | Istanbul 14 | Adana 24 | Kahramanmarag
5 | Kocaeli 15 | Nevsehir 25| Ordu
6 | Edirne 16 | Malatya 26 | Gaziantep
7 | Bursa 17 | Mersin 27| Van
8| Sivas 18 | Diizce 28 | Diyarbakir
9 | Trabzon 19 | Konya 29 | Sanliurfa
10| Antalya 20 | Giresun
4. SONUC

Ulkemizde Universiteye giris sinavlar1 olarak yapilmakta olan YGS ve LYS
sinavlarindaki illerin basar1 ortalamalar ele alinarak, iller arasinda bir siralama yapilmaya
calisilmigtir. Faktor analizi kullanilarak yapilan bu ¢calismada ayn1 zamanda lise egitimi veren
degisik statiideki kurumlarin basar1 durumlarina goére karsilastirmalart yapilmistir. Sonug
olarak yapilan farkli faktor analizleri sonucunda Iller icin, Anadolu Liseleri, Diiz Liseler ve
Fen liseleri arasinda basar1 siralamalarinda farklilik olmadig1 gézlenmistir. Bir bagka ifade ile
bu lise tiirleri illerin siralanmasinda faktor analizlerinin hepsinde birinci faktdrde yiiklii
bulunmustur. Bu lise tiirleri dikkate alinarak yapilan YGS’ye gore, LYS ye gore, Sayisal
Puana gore, Sozel Puana gore ve Esit Agirlikli puana gore seklindeki 5 farkli siralamada da

Ankara, Istanbul, Denizli, Bursa ve Eskisehir ilk siralart paylagsmaktadir.

Faktor analizleri sonucunda olusan 2. faktorler tiim analizlerde Ozel Fen Liselerini
agirlikli olarak temsil ettigi gozlenmistir. 2.faktorlerin iller icin skorlarinin siralanmalan
sonucunda ise diger lise tiirlerindeki ilk siralarda bulunan iller yerlerini Van, Sanlurfa,

Erzurum, Trabzon ve Kocaeline birakmistir. Dolayisiyla bu illerde o6zellikle Ozel Fen
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Liselerindeki 6grencilerin YGS ve LYS’de basari ortalamalar1 diger ilerdeki Ozel Fen Lisesi
ogrencilerinden yiiksek oldugu soylenebilir. Dikkat ¢eken bir bagka nokta ise s6zkonusu bu
illerdeki arastirma kapsamindaki diger okul tiirlerinde basari siralamasinin daha diisiik

olmasidir.

Egitim seviyesine gore yapilan siralamalarda ise Van, Sanlurfa, ve Diyarbakir
illerinin son da yer aldig1 goriilmektedir. Bu siralamada Ankara, Eskisehir, [zmir, Istanbul ve
Kocaeli egitim seviyesine gore ilk siralarda yer alan illerdir. Van in 27.inci Sanlurfa 'nin

29.uncu ve Diyarbakir'in 28.inci sirada yer aldig1 goriilmektedir.

Ileri istatistiksel analizler ile sosyolojik arastirmalarin daha ileri seviyede
kullanilabilecegi diisiiniilerek yapilan bu caligmadaki bulgularm, illerin gelismislik

seviyelerini de dikkate alacak sosyolojik calismalara yol gosterebilecegi diisiiniilmektedir.
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