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KATEGORIK REGRESYON ANALiZi ILE OGRENCILERIN BENLIiK
ALGILARINI ETKILEYEN OZELLIKLERIN BELIRLENMESI
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DETERMINING THE FACTORS AFFECTING THE
STUDENTS’ SELF PERCEPTIONS WITH CATEGORICAL
REGRESSION ANALYSIS

Abstract: Hypothesis test results or Variance Analysis results
are used when examining effects of independent categorical
variables on a numerical variable. However, regression
analysis should be used in order to determine the effects of
independent variable categories on dependent variables. At
this point, Categorical Regression Analysis, showing
similarities with regression models with dummy variables, is
interpreted by requantifying the categories and applying Least
Square procedures to these quantities. In this study,
Categorical Regression Analysis is applied to the data of a
study completed on 2259 students and instructors, in order to
find out the factors affecting elementary school students’ self
perceptions
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... KATEGORIK REGRESYON ANALIZI ILE
OGRENCILERIN BENLIK ALGILARINI ETKILEYEN
OZELLIKLERIN BELIRLENMESI

Ozet: Kategorik yapida bir degiskenin kategorilerinin niimerik
yapida bir degiskeni nasd etkilediginin istatistiksel olarak
incelenmesi, hipotez testleri ya da varyans analizi
¢oziimlemeleri ile yapilabilmektedir. Ancak kategorinin
bagiml degisken iizerindeki etkisinin hesaplanabilmesi icin
regresyon analizinden  yararlandmast gerekmektedir. Bu
asamada ise bagimsiz degiskenlerin  kategorik yapida
bulundugu Kategorik Regresyon Analizi’nden
bahsedilebilmektedir. Kukla degiskenli regresyon modeline
benzerlik gosteren Kategorik Regresyon Analizi kategorilerin
yeniden nicelendirilmeleri ve bu nicelikiere EKK yonteminin
uygnlanmast  ile  yorumlanabilmektedir. Bu caliymada,
ilkigretim  g@rencilerinin  Benlik  Algilaruu  etkileyen
etmenlerin ortaya ¢ikardabilmesi amaciyla, 2259 6grenci ve
dgretmenleri dizerinde yapdan bir c¢alismamm verilerine
Kategorik Regresyon Analizi  uygulanmis ve sonuglar
yorumlannugtir,

Anahtar Kelimeler: Kategorik Regresyon Analizi, Benlik Algist

1. GIRiS

Istatistiksel galismalarda, niimerik yapida olan bir
degisken iizerinde cesitli kategorik degiskenlerin etkili
olup olmadifi, t-testi ya da ¢esiti Varyans Analizi
Coziimlemeleri ile ortaya gikarilabilmektedir. Ancak bu
yontemler degiskenlerin kategorileri arasinda ele alinan
bagimli degisken acisindan farklibik olup olmadigim
ortaya ¢ikarabilmekte, ya da post hoc testleri ile hangi
kategorilerin digerlerinden farkly oldugunu
belirtebilmektedir. Fakat kategorilerin bagimh degigken

tizerinde ne derecede etkili oldugunu ortaya
koyamamaktadr.
Kategorik Regresyon Analizi ise, niimerik

yapidaki bagimh degisken iizerinde, kategorik yapidaki
bagimsiz degiskenlerin kategorilerinin ne derecede etkili
oldugummu ortaya ¢ikaran bir regresyon modelidir [1].
Kategorik Regresyon Analizi ile ilgili ilk ¢aligmalar
1973’de Andrews ve Messenger tarafindan gelistirilen
Cok Degiskenli Nominal Ql¢ek Analizi [2] ile baslarmgtr.
1976’da Kategorik Regresyon adimm kullanarak bu
¢alismay1 aciklayan Bernhadt ve Kinnear’dan sonra pek

¢cok Pazar aragtrmast ve tibbi istatistikler konulu

aragtrmalarda bu teknik yaygin olarak kullantlmaya
baslanmustir. Bu ¢aligmalara paralel olarak, kategorik
degiskenlerin kategorileri lizerinde c¢esitli donlistimler
kullanilarak kurulan Box-Cox modeli (Box and Cox
1964) gibi modeller de ilk g¢aligmalardan sayilabilir.
MORALS (Young ve digerleri, 1976) gibi monoton
donligtimleri igeren daha genel metodlar kategorik
bagimsiz degiskenlerin regresyon modelinde
kullamlmasina imkan tammaya baglamistir. Teknolojide
ve bilgisayar paket programlar: konusundaki ilerlemelerle
kullamm alami daha da geniglemistir. Bu gelismeler
neticesinde CATREG olarak da adlandirilan Kategorik
Regresyon Analizi, Gifi Sistemine gore gelistirilmis
optimal 6lgekleme yontemidir [3]. o

Klasik regresyon analizinde kategorik
degiskenlerin kulanilmas: durumunda, herbir degisken
icin yalmzca tek bir katsayr tahmin edilir. Ancak
kategorik bir de@isken sz konusu oldugunda kategori
degerleri  tamamen  keyfi  olarak  belirlenmis
olabileceginden, herbir degisik kategori dl¢timii yapilmus
model i¢in farkh bir sonug ve farkli bir yorum s6z konusu
olacaktir. Bu da kategorik degiskenlerin klasik regresyon
analizinde bagimsiz degisken olarak kullamlmasmda
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dezavantaj yaratmaktadir. Kategorik regresyon analizinde
ise, optimal 6lgekleme yaklasum kullanilarak, nominal,
ordinal ve niimerik degiskenlerin esanli ¢oziimleri i¢in
standart bir yaklasim saglanmaktadir [4]. Aslinda
Kategorik Regresyon Analizi, degisken setlerinin birinde
tek bir niimerik degiskenin bulundugu, dogrusal olmayan
kanonik korelasyon analizi (OVERALS) ile uyum
saglamaktadir. Diger degisken setindeki degiskenlerin
hepsinin niimerik yapida olmast durumunda ise, ¢ok
degiskenli regresyon analizine doniismektedir.

Coklu regresyon analizi bir bagimli degigken ile
bagimsiz degisken grubu arasmndaki iliskiyi agiklayan
dogrusal bir tekniktir. Kategorik Regresyon Analizi ise
degiskenlerdeki kategori déniisiimlerinin  dogrusal
olmadig: i¢in dogrusal olmayan bir tekniktir. CATREG
degiskenlerin  kategorik yapida oldugu durumda
uygulanmaktadir.  Degigkenlerin  kategorik  yapida

olmadifi durumda deBiskenler igin kategorilestirme

yapilmasi gerekmektedir [5].

CATREG Modeli optimal dlgekleme ile
doniistiirilmiis  degiskenlere uygulanan bir klasik
regresyon analizi modelidir. Model kayip fonksiyonu ile
birlikte asagidaki gibi ifade edilebilir.

¢r(y)=Zﬂj¢j(xj) + e 1)

Kayip fonksiyonu
2
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Burada, j bagimsiz degisken sayisini, y gézlenmis ya da
kategorize edilmis bagimh degiskeni, x; gozlenmis ya da
kategorize edilmis bagimsiz degiskenleri, B;regresyon
katsayilarim, @, bagimh degisken igin, @; ise bagmsiz
degiskenler icin doniiglim fonksiyonunu, e ise hata

¢

ifadesi Oklit formunu

ifade etmektedir. bu yontemle tim donigtiiriilmiis
degiskenler, merkezilestiritmis ve kareler toplamlari N
olacak sekilde normallestirilmiglerdir [5].

terimini gdstermektedir. ““ "2‘

CATREG’de g6zlenmis ya da kategorize edilmis
degiskenler NxC,,, boyutlu G,, matrisi ile gosterilebilir.
Burada N gozlem sayism C, ise m’inci degiskenin
kategori sayisiu ifade etmektedir. m, 1’den M’e kadar
deger alabilir. M toplam degisken sayisim gosterir. Gy,
matrisinin bir elemam giy); efer i’inci gdzlem, m’inci
degiskenin c’inci kategorisinde gozlenmis ise 1 degerini,
goézlenmemis ise O degerini almaktadir. Buradan hareketle
model ve kayip fonksiyonu, G, matrisi ve v, kategori
nicelendirme vektérii cinsinden,
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seklinde yazilabilir.

Modelin ¢dziimiinde (4)’deki kayip fonksiyonu,
Degisimli EKK algoritmasi ile minimize edilir.

Algoritmadaki “degisim” , bir taraftan bagimh ve
bagimsiz degiskenin nicelendirilmeleri yapilirken diger
taraftan da regresyon katsayilarmm tahmini yapildii icin
kullamlmaktadir.  Genel olarak Defisimli EKK
(Alternating Least Square —ALS) allgoritmasma gore
iteratif olarak, bir nicelendirme yapilmakta ardindan
regresyon katsayilarn tahmin edilmekte ve kayip
fonksiyonu hesaplanmaktadir. Daha sonra bir nceki elde
edilen kayip fonksiyonu ile karsilastirilarak kiigiilmenin
anlamsiz oldugu duruma kadar tekrar nicelendirme yapilir
ve katsayilar hesaplamir. Sonug olarak Kayip fonksiyonu
minimuma indirgendiginde iterasyonlar durdurulmaktadar.

Kategorik Regresyon Anzalizi, Klasik regresyon
analizi ile yakindan iligkili oldugu i¢in 6zellikle
teknolojik gelismelerin de yardmmyla olduk¢a sik
kullamm alam bulmakta ve yorumlanmasimn kolayligi
acisindan tercih edilmektedir. Yorumlanmasimin kukla
degiskenli regresyon modeline paralellik gostermesi de
avantajlarmdan biridir. Diger taraftan kukla degigkenli
regresyon analizinden farkli -olarak herbir kategorinin
optimal  nicelendirmesinin  belirlenmesi,  godzlem
kiimesindeki frekans dagilimumn da dikkate almarak
kategorilerin birbirlerine gére agirliklarinin belirlenmesini
saglamaktadir.  Dolayistyla, = CATREG’te  herbir
kategorinin ne agulikta bagimli degisken iizerinde etkili
oldugu da yorumlanabilmektedir. Kategorik regresyonun
bir diger avantaji ise kendi kendine etkilesimli bir analiz
olmasidrr. Katsayilar bir kere tamimlandigmda tiim
hipotez testlerinin sonuglart da kolayca
yorumlanabilmektedir [6]. Teknolojik gelismeler 1s1ginda
pekgok bilgisayar paket programu (SAS, SPSS, FUNCAT,
CATREG, NONMET) Kategorik Regresyon Anlizini de
rahatlikla uygulayabilmektedir. . .

I. UYGULAMA: OGRENCILERIN BENLIK
ALGILARINI ETKILEYEN FAKTORLERIN
BELIRLENMESI

Benlik insann kendi kisiligine iliskin kamlarin
toplanu, insanin kendini tamma ve deferlendirme
bicimidir [7]. Kisi belirli 6zelliklerini anne ve babadan
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kalitim yoluyla alir. Ancak benlik kavramm biiyitk 6lgde
icinde yetisilen sosyo-kiiltiirel ortammn Ozelliklerine
baghdrr. Iginde yetisilen ortam, kisiye, kendi hakkinda
nasil diigiinmesi gerektigini 6gretir. Biiyiirken gevresinde
bulunan kisiler kisinin kendi hakkinda nasil diistinecegini
onemli dlgiide belirlerler [8]. Bu diisiinceler 15181 altinda
ogrencilerin yetigme siireglerinde en ¢ok iletisim iginde
bulunduklan  ilkokul &gretmenlerinden  etkilenme
durumlan incelnemeye calisilmugtir. Ilkokul 4. ve 5. sumf
ogrencilerinin Benlik Algilarmi etkileyen faktorlerin
belirlenmesi amaciyla yapilan ¢ahsmada, Istanbul ili
Anadolu Yakasinda bulunan ilkdgretim okullarindan 14
tanesi rasgele secilerek bu okullarm tiim 4. ve 5. smf
ogrencileri ve dfretmenleri ile yiizyiize goriigiilmiigtiir.
Goriigmede, 6fretmenler igin demografik bilgi olarak,
cinsiyeti, ka¢ yildir gretmenlik yaptig1, egitimini hangi
okullarda bitirdigi, 6gretmenlik sertifikasiu nasil aldig:
ve farkls bir iste ¢aligip ¢aligmadigy bilgileri almmmstir.
Ogrencilerden ise yalnizca cinsiyet bilgileri toplanmustir.
Bunlarin yaninda her iki grup i¢in Benlik Algilarim
Olemek Gizere Benlik Algist  Envanteri  (BA)
uygulanmustir. Her bir 6gretmenin Ogrencileri ile
eslestirilerek veriler toplannmustir. Caligmada 72 dgretmen
ve bu ogretmenlerin egittigi 2259 6grenciye ulagilmus,
dgrenci bilgileri baz alindiginda ve kayip verilerin
bulundugu gozlemler analiz disi birakildifinda ise 2142
Ogrenci ile istatistiksel ¢6ziimlemeler yapilmigtir.

Oprencilerin ve 6gretmenlerin Benlik Algilarim
(BA) olgmek tizere P.Gilbert, S.Allan ve N. Trent
tarafindan 1991 yilinda gelistirilmis olan ve N.H. Sahin,
A. Durak ve N. Sahin tarafindan 1993 yilinde Tiirkgeye
cevrilen Sosyal Kargilagtuma Olgegi kullamlmustir.
Olgegin gelistirilmesinde Cronbach Alfa  giivenilirlik
katsayis1 0,89 olarak hesaplanmus, gegerlilik ¢ahismalar
icin ise Beck Depresyon envanteri ile korelasyonu
-,19(p<0,001) olarak bulunmustur [9]. Veriler igerisindeki
BA Olgegine yonelik sorulan sorulardan da  hem
ogretmenlerin  hem de &grencilerinin BA deerleri
hesaplanmustir. Elde edilen veriler ile, 6grencilerin Benlik
Algilanim etkileyen faktérler olarak belirlenen degiskenler
arasindaki regresyon modeli kurulmugtur. Bagimsiz
degiskenlerin kategorik yapida olmasi, bagimh degiskenin
ise siirekli yapida olmasi nedeniyle verilere CATREG
uygulanmugtir. Modelin Coklu R degeri 0,196 R? ise
0,038 olarak hesaplanmigtir. Model F testine gore anlamh
bulunmug (Tablo.) katsayilann isaretleri ve anlamhliklari
incelendiginde, 6gretmenin cinsiyeti ve farkl: bir is yapip
yapmadigi degiskenlerinin 0.10 digerlerinin ise 0,05
anlam diizeyinde anlaml olduklar1 gériilmiigtiir (Tablo.2).

Tablo.1. F Testi Sonuglart (Anova)

XT sd KO F P
Regresyon | 76353 20 3,818 | 3,928 | ,000
Artiklar 1912,647 | 1968 972

Genel 1989,000 | 1988

Table.2. Model Katsayilan ve Anlamhilik Testleri

Standart.
Katsayilar sd F Sig.
Beta Std.
] Hata
Ogrencinin cinsiyeti -056 | ,022 | 1| 6375 | 012
Opgretmenin cinsiyeti 041 | 024 | 1 | 2,833 | ,092
Ogre.trr.lenllk egitiminizi 192 | 031 | 7 | 38329 | 000
l'_l.anglsme uyuyor
Ogretmenlik Egitiminizi 08s | 027 | 2 | 9,758 | 000
nasil aldiniz
Ogretmenin farkh bir 1s
yapip yapmadig! 042 L 024 [ 1§ 2,942 | ,086
Kag yildir Ogretmenlik
Yaptig: ,220 | ,032 | 8 | 47,956 | ,000

CATREG algoritmasina gore hesaplanan kategorik
degiskenlere yonelik kategori nicelendirmeleri ise Tablo.3
ve Tablo.4’de verilmistir.

Tablo.3. Ogrencinin Cinsiyet Degiskeni I¢in Kategori

Nicelendirmeleri
Kategori frekans1 | Nicelendirmesi
Kiz 943 -1,053
Erkek 1046 ,949

Tablo.4. Tiim Degiskenlér icin Kategori Nicelendirmeleri

(Oprencinin Cinsiyeti
Kategorisi Fr. | Nicelendir. B Etkisi
Kiz 943 -1,053 -0,056 | 0,058979
Erkek 1046 0,950 -0,056 | -0,05317
Opretmenin Cinsiyeti
Kategorisi Fr. | Nicelendir. B Etkisi
Bayan 1362 0,678 | 0041 | 0,0278
Bay 627 | 1474 | 0041 | 0,060434
QO#retmenlik eFitiminizi hangisine uyuyor?
Kategorisi Fr. | Nicelendir. B Etkisi
Bir egitim fakiiltesinin

| 88retmenlik bolimil 507 -1,113 -0,192 | 0,213696
Egitim enstitiisii 638 -0,021 -0,192 | 0,004032
Opretmentik okulu 385 1,022 -0,192 | -0,19622
Yiiksek 8gretmen okulu 93 -1,945 -0,192 | 0,37344
Fen Edebiyat Faakitltesi

| 8gretmenlik bolimii 106 0,595 -0,192 | -0,11424
Egitim fakiiltesi 61 2,786 -0,192 | -0,53491
Fen edebiyat fakiiltesi 20 1,258 7| -0,192 | -0,24154
Dort yiflik lisans egitimi
veren bagka bir fakiilte 179 0,597 -0,192 | -0,11462

195
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Tablo.4. Tiim Degiskenler igin Kategori Nicelendirmeleri
(devam)

Opretmenlik egitiminizi nasil aldimz

Tablo.4 incelendiginde &rencilerin  Beplik
Algilanim &gretmenlerinin “Erkek” olmasi , 8gretmeniy
bir egitim fakiiltesinin &Zretmenlik bélimiinden , egitim
enstitlisiinden ya da yiiksek &gretmen okulundan mezyy

Optimal Olgekleme Sonuglari~_jle regresyon
modelinin  sonuglart  birlestirilerek  yorumlanacak
olunursa, Oprencilerin Benlik Algilan iizerinde kendi
cinsiyetlerinin etkili oldugu kiz Ogrencilerin Benlik
Algilarmmn daha yiiksek oldugu séylenebilir. Ogrencinin
Kiz 6grenci olmas: Benlik algismnda ( (-1,053)x(-0,056)=)
0,059 birimlik artig getirirken, erkek olmasi Benlik
algisim (0,949 x (-0,056) =) -0,053 birimlik azahg
meydana  getirmektedir. Benzer sekilde diger
degiskenlerin de kategorileri teker teker incelendiginde
¢ikan sonuglar Tablo ‘da $zetlenmistir.

196

gitri,%rz]:ziyetistiren Fr. | Nicelendir. | B Etidsi_ | olmasi ve 1.<1demi.nin 27 yd ve l'i;erinde olmas! pozitif
okullardan 1646 | 0209 | -0085 | -001777 | yonde etidler iken, Ogretmenin “bayan” olmag,
Opretmenlik sertifikast ogretmenlik okulu, Fen edebiyat fakiiltesi &gretmenik
(pedagojik formasyon) boliimii, Ogretmen yetistirmeyen bir fakiilteden mezyy
programlanndan, 286 | -1,958 |-0,085| 0,16643 | olmas: farkh bir is yapmast ve 26 yil ve daha asagisindg
diger 57 3,794 -0,085 | 0,32249 | kideme sahip olmasmn negatif ydnde etkiledig
Opretmenin farkh bir iste ¢ahsip ¢alismadigt gﬁrﬁlmektedir.
Kategorisi Fr. | Nicelendir. B Etkisi
Farklt bir is yapiyor 491 1747 042 | -0.73374 CATREG analizi sonucundd bu kategorile
Farkli bir is yapmiyor 1498 0573 042 | 024066 arasmda} Pozitif ve nega?if yonde en e‘tkili olar
- - - - - katagorilerin de belirlenmesi séz konusu olabilmektedir.
Offretmenin kag yildir §Zretmenlik yaptigs Dolayisiyla kategorilerin etkileri incelendiginde pozitis
Kategorisi Fr. | Nicelendir. | B Etkisi_ | yéndeki en biiyiik etkinin dgretmenin 26 yilm iizerinde
7 88 | -1,74798023 | 0,22 | -0,38456 | Ggretmenlik yapmasi, negatif yondeki en biiyiik etkiyi ise
8 55 |-0,68493744 | 022 | -0,15069 | “farkli bir is yapan 6gretmen”lerde oldugu goriilmektedir
9 86 -0,68493744 0,22 -0,15069 }"311 etkile;r buyukluklerme gére siralanarak Tablo.5’d<
10 102 | 068493744 | 022 | 015060 | Ozetlenmistir.
12 34 1-0,68493744 | 022 | 01009 | mapio 5. fncelenen Kategorilerin Etkilerinin Biiyiikliiklerine
13 114 | -0,68493744 | 022 | -0,15069 Gére Siralanmasi
14 44 ] -0,68493744 | 0722 -0,15069 ‘
15 142 | -0,68493744 | 022 -0,15069 Kategoriler Fr Nicelen. B Etkisi
Farkh bir ig yapan .

17 74 1-0,68493744 | 022 | 015069 | | 5 cmenter 491 | -1,74700 | 0,420 |-0,73374
18 110 | -0,23088012 | 0,22 -0,05079 sitim fakiiltesi P 60 0
19 65 | -023088012 | 022 | -0,05079 Egitim fakiiltesi mezunu 1 | 2,78600 § -0,192 | -0,53491
20 92 |-023088012 | 022 | -0,05079 Zyllhk $Bretmen 88 |-1,74798 | 0,220 | -0,38456
2 30 | -023088012 | 022 | 005079 | | € 57 | 3,79400 | -0,085 | -0,32249
24 35 | 023088012 | 022 | -0,05079 | | Fen edebiyat fakiltesi
5 mezunu . 20 | 1,25800 | -0,192 | -0,24154
5 190 ] -0,23088012 ] 0,22 -0,05079 C")gretmenlik okulu
26 116 |-0,23088012 | 0,22 [ -0,05079 mezunu 385 | 1,02200 | -0,192 {-0,19622
2 92 10,170381932} 022 | 0037484 | | g y\liik ggretmen 55 | -0,68494 | 0,220 | -0,15069
28 2 22 ,037484

27_10,17038193 0 0,03748 9 yillik §gretmen 86 |-0,68494 | 0,220 | -0,15069
29 98 |0,718239411( 0,22 | 0,158013 .
10 20 | 105340713 | 022 | 023175 10 yilhk égretmen 102 | -0,68494 | 0,220 | -0,15069
32 128 |1,961902043 0,22 0,431618 12 yl“lk 6gretmen 34 -0,68494 0,220 -0, 15069
33 40 [1,993147223 | 0,22 | 0438492 13 yillik 6gretmen 114 | -0,68494 | 0,220 | -0,15069
34 32 1,993147223) 0,22 | 0438492 14 yilhk 6gretmen 44 |-0,68494 | 0,220 |-0,15069
33 22 11993147223 | 0.22 | 0438492 1 | 15 yullik sgretmen 142 | -0,68494 | 0,220 | -0,15069
4 489281274 0,22 | 0,767642
2 13 {3489 17 yillik 8gretmen 74 | -0,68494 | 0,220 |-0,15069

4 wyillik lisans egitimi
veren basgka bir fakiilte 179 [ 0,59700 | -0,192 | -0,11462

Fen Edebiyat Fakiiltesi
dgretmenlik boliimil 106 | 0,59500 | -0,192 | -0,11424
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Tablo.5. incelenen Kategorilerin Etkilerinin Bityiikliiklerine
Géire Siralanmasi (devam)

Kategoriler Fr | Nicelen. B Etkisi
19 yulik &gretmen 65 |-0,23088 | 0,220 [-0,05079
20 yillik 6gretmen 92 |-0,23088 | 0,220 |-0,05079
21 yillik 8gretmen 30 |-0,23088 | 0,220 {-0,05079
24 yillik 6gretmen 35 {-0,23088 | 0,220 | -0,05079
25 yillik 6gretmen 190 |-0,23088 | 0,220 | -0,05079
26 yillik dgretmen 116 | -0,23088 | 0,220 |-0,05079
Bayan Ogretmen 1362 | -0,67800 | 0,041 | -0,02780
Ogretmen yetigtiren :

okullardan 1646 0,20900 | -0,085 | -0,01777
Egitim enstitiisi 638 |-0,02100 ¢ -0,192 [ 0,00403
27 yllik 6gretmen 92 | 0,17038 | 0,220 | 0,03748
28 yillik &gretmen 97 { 0,17038 | 0,220 | 0,03748
Kiz 6grenci 943 1 -1,05320.{ -0,056 | 0,05898
Bay ogretmen 627 | 1,47400 | 0,041 | 0,06043
%9 yillik §gretmen 98 | 0,71824 | 0,220 | 0,15801
Ogretmenlik  sertifikast ’

(pedagojik formasyon)

programlarindan, 286 | -1,95800 { -0,085 [ 0,16643
Bir egitim fakiiltesinin

ogretmenlik béliimii 507 {-1,11300 | -0,192 | 0,21370
30 yillik gretmen 20 | 1,05341 | 0,220 | 0,23175
Farkh bir i3 yapmayan

Hgretmen 1498 | 0,57300 | 0,420 | 0,24066
Yiiksek 6gretmen okulu

mezunu 93 | -1,94500 [ -0,192 | 0,37344
32 yillik bgretmen 128 | 1,96190 | 0,220 | 0,43162
33 yillik &gretmen 40 | 1,99315 | 0,220 | 0,43849
34 yillik 6gretmen 32 { 1,99315 | 0,220 | 0,43849
35 yillik 6gretmen 92 | 1,99315 | 0,220 | 0,43849
40 yillik dgretmen 13 | 3,48928 { 0,220 | 0,76764

Siralamalar incelendiginde 6grencinin benlik algis1
tizerinde en etkili kategorinin 83retmeninin kag yilhk
ogretmen oldugu acikga goriilmektedir. Bunun yaninda
ofretmenin mezuniyet durumuna gore ise yiiksek
ogretmen okulu mezunlar1 ve bir egitim fakiiltesinin
dgretmenlik boliimiinden mezun olan dFretmenlerin
ogrencilerinde  benlik  algilannin  pozitif
gelismesine sebep oldugu gorillmektedir. Yine benzer
sekilde Ggretmenin 6gretmenlik dismnda hethangi bir isle
ugrasmamast da Sgrencinin benlik algisi iizerinde pozitif
etki yaratmaktadir. Diger taraftan, dgretmenin ¢aligma
yihmmn diismesi  8grencilerin benlik algilarimi negatif
yonde etkilerken, en kotii etkileyen unsurun, dgretmenin
opretmenlik digmda bir igle uPrasmasi oldufu
gorilmektedir . Mezuniyet agisindan ise egitim fakiiltesi
mezunlannin yanmda, “dier” olarak ifade edilen MEB
tarafindan zaman aman oZretmen agiim doldurmak

yonde™_,

amactyla ahmnan, Ofretmen olarak istihdam edilen,
opretmenlik egitimi almanms herhangi bir Universite
mezunu  kisilerin  en kot etkiyi  yarattiklan
gozlenmektedir.

1. SONUC

Kategorik Regresyon Analizi Sosyal bilimlerde
son yillarda yeni yeni kullanilmaya baslanmus bir analiz
olmasmna ragmen, uygulama alammn genis olmasi ve
yorumlanmasmin kolay olmasi sebebiyle oldukga tercih
edilebilecek bir regresyon modelidir.  Kategorik
Regresyon  Analizi’'nin  sosyal bilimlerdeki  bir
uygulamasmin gosterilmesi amactyla 2259 &frenci ve
dretmenleri iizerinde yapilan bir ¢alismadan elde edilen
kategorik degiskenler iizerinde Kategorik Regresyon
Analizi uygulanmig ve ilkdgretim 6grencilerinin benlik
algilanim etkileyen etmenler iizerinde bir swralama elde
edilmigtir. Sonug olarak gerek cinsiyet gerekse mezuniyet
durumu gibi kategorik degiskenlerin kategoriler arasinda
benlik algilarma gore bir fakhlik olup olmadif: ortaya
ciktig gibi hangi kategorinin benlik algismi ne derecede
etkiledigi de ortaya ¢ikmaktadir. Buna goére Benlik
Algism  pozitif yonde en fazla etkileyen etmenin
6gretmenin galigma siiresinin uzunlugu, bir baska ifade
jle &gretmenlikteki kidemi oldugu gorilliirken, erkek
ogretmenlerin  6grencilerinin bayanlara gretmenlerin
ogrencilerine nazaran daha yiiksek benlik algilarim
oldugu, dgretmenin farkl bir iy yapmamasi ve Yiiksek
68retmen okulu mezunu olmast da pozitif etki yaratan
kategorilerdir. Negatif yondeki etkiler ise , farkli bir is
yapan dgretmenler, egitim fakiiltesi mezunu 6gretmenler
ve herhangi bir fakiilteden mezun olmus asil meslegi
ogretmenlik olmayan ancak Gfretmenlik  yapan
ogretmenler oldufu ortaya cikmstr. Dolaysiyla
Kategorik Regresyon analizi sonucunda, Ogrencilerin
benlik algilanm en iyi ydnde etkileyen Oozelligin,
dgretmenin mesleginde kidemli olmasi ve kendi meslegi
disinda bir is yapmamas1 oldugu, en kil yénde etkileyen
dzelliklerin ise 6gretmenin mesleginde kidemsiz olmasi
ve kendi meslegi disinda da para kazanmak igin farkl bir
ig ile ugrastyor olmasi oldudu ortaya cikanlmistir.

YARARLANILAN KAYNAKLAR
[1] Bemhardt, K., & Kinnear, T. (1976). Categorical
Regression In Marketing. Journal of Bussiness Research,
4(4),297-312.
[2] Andrews, FM. & Messenger, R.C. (1973). Multivariate
Nominal Scale Analysis. Ann Arbor Michigan Inst.for

Social Research, University of Michigan.

[3] Gifi, A. (1990). Nonlinear Multivariate Analysis. Toronto:
John Willey & Sons.

[4] (2001). SPSS Categories 11.0, Hand book. Chicago: SPSS
Inc.

197



Ocak 2008.193-198.

(5]

(6]

(71
(8]

(91

198

Van Der Kooij, A.J.; Meulman, J.J. & Heiser, W. (2006).
Local Minima in Categorical Multiple Resgression.
Computational Statistics & Data Analysis, 50(2), 446-462.

Kritzer, M.H. (1986). Using Categorical Regression to
Analyze Multivariate Contingency Tables, New Tools For
Social Sciencetists Advantaces and Applications in
Research Methods. (Ed.: Berry, W. & Lewis-Beck, M.S.),
London: Sage Publications.

Koknel, O. (1995). Kisilik. Istanbul: Altin Kitaplari.

Ciiceloglu, D. (1984). Insan Insana. Istanbul: Altin
Kitaplar Yaynlan.

Savagir, I. & Sahin, N.H. (Ed.). (1997). Bilissel Davranise
Terapilerde Degerlendirme: Stk Kullamlan Olgekler,
Ankara: Tirk Psikologlar Dernegi.

Dicle CENGIZ (dtaspinar@iticu.edu.tr) is currently ap
assistant professor at the Faculty of Art and Literature
Sciences at Istanbul Commerce University, istanbul. She
has a doctoral degree in Statistics from Marmara
University, Social Science Institute. Primary areas of
interest include statistical analysis, multivariate statistical
analysis, categorical data analysis.




