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Abstract: The Aim of this paper is to decide on which factors
are effective on insurance companies for the life branch and
nonlife branch. To find out thisfactor,discriminant and
logistic regression analysis are used in this paper. Starting
with thirty variables, some of the irrelevant variable are
removed and factor analysis is applied to the remained
thirteen variables.Using factor analysis on thirteen variables,
two factors called profit factor and the reserve factor are
obtained. Then, discriminant and logistic regression analysis
are applied to new variables and results are compared. As a
result, most critical factor for discriminating the life branch
and nonlife branch insurance company is found to be the
JSactor of reserves.

L GIRIS

Sigortacilik sektdrii mali sistem i¢inde fon yaratma
agisindan Snemli bir paya sahiptir. Sigorta sirketleri bir
taraftan bireylerin ¢esitli risklere karsi can ve mallarmi
emniyet altina alwk en, diger taraftan bu hizmetleri
karsiliginda bireylerden prim adi altinda topladikiart
kiigiik meblaglarla 6nemli tutarlarda fon yaratirlar.
Boylece hem bireylere hem de ekonomiye 6nemli katkilar
saglarlar.

Sigortacilik sektoriinde faaliyet gosteren sirketler,
saglik ve emeklilik alaninda sigortacilik iglemleri yapan
hayat sigorta sirketleri ve yangmn, kazanakliyat v.b.
elementer branglar denen hayat sigortaciligi digindaki
alanlarda sigorta isleri yapan hayat dis1 sigorta sirketleri
ile sigorta sirketlerinin tstlendikleri riskleri paylagmak
amaci ile yeniden sigorta islemleri yapan reasiirans
sirketleri olarak il¢ grupta toplanmaktadir. Reasiirans
sirketlerinin faaliyet alanlar1 diger sirketlerden farkli
oldugundan bu sirketler ¢alisma kapsammin disinda
tutulmuslardur.

Arastrmanin amaci, hayat ve hayat disi alanlarda
faaliyet gosteren sigorta sirketleri tizerinde hangi
degiskenlerin etkili oldugunu tespit etmek ve iki gruptaki
girketlerin sektordeki etkinliklerini belirlemektir. Bu
amacla sektdrde faaliyet gosteren hayat ve hayat digi

sigorta sirketlerine ait cesitli degiskenler ile ¢ok
degiskenli istatistiksel yontemler kullamilarak inceleme
yapilmistir. Caligmada, ¢ok degiskenli istatistiksel
yontemlerden faktdr analizi, diskriminant analizi ve
lojistik regresyon analizlerinden yararlanilmigtir. Bu
yontemlerden faktor analizi ile, bagimlilik yapisin yok
etmek icin gok sayidaki degisken sayisi daha az sayida
faktore indirgenmis, diskriminant ve lojistik regresyon
analizleri ile de hangi faktorlerin hangi sirket grubunda
daha etkili olduklari belirlenmeye ¢ahgilmistir. Etkili
faktorlerin belirlenmesinden sonra farkh yéntemlerle elde
edilen sonuglar karsilastiriimigtir.

II. FAKTOR ANALIZi

Faktor analizi (FA), birbirleriyle iliskili
degiskenleri bir araya getirerek, az sayida iliskisiz
degisken elde etmeyi saglayan, bir bagka ifade ile temel
amac1 boyut indirgeme ve ¢zetleme olan ¢ok degiskenli
bir istatistiksel analiz teknigidir [1]. Bdylece birbirleri ile
iliskili degiskenlerin aym anda kullanilmasi ile ortaya

¢ikan sorunlar giderilmis olmaktadir.

FA, boyut indirgeme amactyla kullanilmasinm
yaninda, degiskenler arasinda gozlenemeyen gizli
boyutlar1 ortaya ¢ikarmak, degiskenler arasindaki iliskileri
agiklayan faktorleri belirlemek, ¢esitli istatistiksel
modeller igin gerekli varsayimlarin gegerliligini saglamak,
diskriminant ve regresyon analizlerinde  iliskili
degiskenleri belirlemek i¢in de uygulanmaktadir [2,3].

FA’de faktorlerin. belirlenmesinde ¢ok sayida
¢6ziim yontemi bulunmakla birlikte en yaygin olarak
Temel  Bilesenler Analizi kullanilmaktadir. Faktor
analizinde elde edilen faktorlerin bagimsizhk ve
kavramsal anlamlilik sartlarini saglamas! gerekmektedir.
Kavramsal anlamhligin saglanmasinda, faktér déndiirme
yontemlerinden yararlanilir. Faktorlerin daha 1yi
yorumlanmasina yonelik yapilan dondiirme iglemlerinde
Varimax, Quartimax, Orthomax, Biquartimax ve Equamax
gibi dik dondirme, Oblimax,Quartimin, Oblimin gibi egik
dondiirme tekniklerinden yararlanilmaktadir [4,5].
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FA, diger istatistiksel yontemlere veri hazirlanmasi
amaciyla kullanilirsa, faktérler tizerinde faktdr yiikii en
fazla olan degiskenler tespit edilerek faktor skorlar: elde
edilir {6] ve bu skorlar diger analizlerde bagimsiz
degisken olarak  kullanilabilirler. - Analiz  boyut
indirgemeye yonelik oldugundan aslinda degisken sayisma
esit olan faktorlerin timii yerine agiklama glicti en yiiksek
olandan baslanarak bir boliimil secilir ve bunlar diger
analizlerde kullanilir.

III. DISKRIMINANT ANALIZi

Diskriminant analizi (DA), birimlerin ¢ok sayida
ozelligini ele alarak, bu ¢zelliklere gore birimlerin dogal
ortamdaki gergek siniflarina optimal diizeyde atanmalarini
saglayan bir yontemdir [7].

Bagmmli  degiskenin kategorik ve bagimsiz
degiskenlerin metrik oldugu durumlarda uygulanan bir
yontem olan DA, bagimli degiskenin sadece iki deger
almast durumunda iki grup diskriminant analizi, fi¢ yada
daha fazla deger almast durumunda ise ¢oklu
diskriminant analizi olarak adlandirilir [3].

DA’de, uygulamanin dogrulugu i¢in,

)X veri matrisinin ¢ok degiskenli normal dagilim
gostermesi
arasinda

ii)Degiskenler coklu

olmamasi

bagimliligm

iii)Degiskenlerin varyans-kovaryans yapilarinin her
grup i¢in ayni olmasi

iv)Degiskenlerin ortalama ve varyanslar1 arasinda
bir korelasyonun bulunmamas: gibi birtakim varsayimlarin
saglanmasi gerekmektedir [7] .

Varsayimlarin saglanamamasi durumunda
diskriminant analizine alternatif olarak lojistik regresyon
analizi kullanilir.

IV. LOJISTIiK REGRESYON ANALIZi

Gozlemleri gruplara atamada kullamlan DA,
“gbzlemlerin hangi gruba atanacagl” sorusuna yanit
verirken, lojistik regresyonda (LR), “gdzlemlerin herbir
gruba nasil (hangi benzerlikle) ait oldugu” sorusuna yanit
aranmaktadir. Boylece LR uygulamada regresyon ve
diskriminant analizi arasinda yer aimakta, bunun yanmda
LR ve DA, kategorik degiskenler igin niteleyici tahminler
yapmaktadirlar.
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Kukla degigkenler, regresyon modelierinde bagiml:
degisken olarak yer alabilirler. Modelde yer alan bagimh
degisken sadece iki deger aliyorsa, “iki Kategorili Bagimli
Kukla Degisken”, ikiden fazla deger aliyorsa, “Cok
Kategorili Bagimli Kukla Degisken” Bagmli Kukla
Degisken” [9], Iki ve ¢ok kategorili bagimli kukla
degiskenler disinda, kantitatif bagimli degiskeni gruplara
ayrrarak elde edilen smirh bagimli degiskenler de vardir
[10].

Iki kategorili bagimli degiskene sahip modellerde,
iki kategorili Y bagimli degiskenine iliskin gdzlem
sonuglar1 evet-haywr seklinde tanimlanir ise, gozlem
sonucu evet ise 1, haymr ise 0 degerini alir. Bu durumda,
herbiri Bernoulli dagilmis degiskenlerden hareketle, evet
olma olasilig1 P(Y=1)=p, hayir olma olasilig:1 P(Y=0)=1-p
seklinde gosterilebilir. Boylece

E(Y)=p(1)+(1-p)0=p (1)
olur [11].

Dogrusal olasihik modeli, iki kategorili bagiml
kukla degiskeninin X’in dogrusal bir fonksiyonu olarak
yazilmasi ile elde edilen modeldir. Model,

Yi=BotB i Xite 2

seklinde ifade edilmekte ve burada, g; ~ N(0,0) ve g; ve g;
ij i¢in bagimsizdir. X tesadiifi bir degisken ise bu
durumda ¢;’nin bagunsiz oldugu varsayilmaktadir.

(2) nolu esitlikten hareketle, E(Y/X)=Bo+B:Xi
modeli (1) esitligi kullanilarak,

Pi=BotB:1Xi (3)
seklinde yazilabilir [12].

Modeli, En Kiigitk Kareler Yontemi (EKKY)
varsayimlarinin saglanamamasi nedeniyle bu yontemle
tahmin etmek miimkiin degildir [11,12].

Lojistik regresyon modelindeki katsayilarin
yorumlanmast dogrusal regresyon modelindeki gibi olup,
Lojistik regresyon modelindeki B; katsaysi, bagimsiz
depiskendeki bir birimlik degisimin log(P/1-P)’lik
degisime neden oldugunu gostermektedir.

Lojistik regresyon modellerinde bagimli degisken
iki degerli oldugu i¢in hata terimleri sadece iki deger alir.
Bu nedenle parametrelerin tahmininde En Cok Benzerlik
yontemi kullanilmaktadir [11,13].
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V.  VERILERIN ANALIZI
A. Analizin Amaci ve Kapsami

Analizin amaci,
belirtildigi gibi sigorta sirketlerinin 1999 wyili faaliyet
raporlarindan elde edilen ¢esitli degiskenlere gére gok
degiskenli istatistiksel yontemleri uygulayarak, hayat ve
hayat dis1 sigorta sirketlerinin etkinliklerini dlgmek ve
hangi degiskenlerin hangi sirket tiiriinde daha etkili
oldugunu belirleyerek sirketleri karsilagtirmaktir.

Analiz kapsamina, 1999 yilinda sigortacilik
sektoriinde  faaliyet gosteren 62 sirket almmistir
Sirketlerden 40’1 hayat dig1, 22’si de hayat sigorta
sirketidir.

Xi: Kasa Banka

X,: Aktif Toplamu

X3: Teknik Karghiliklar

X4 Serbest Karsiliklar

Xs: Ozkaynaklar

Xe: Toplam Polige Sayist
X5: Toplam Gelirler

X3: Toplam Giderler

Xg: Personel Giderleri
X10: Odenen Tazminatlar
X4yt Alinan Primler

X2: Teknik Kéar- Zarar
X3: Mali Kéar-Zarar

X,4: Konservasyon Toplamlar

X,s: Odenen Tazminatlar/ Alian Prim Oranlar

Degiskenlerin belirlenmesinde, degisken sayismnm
miimkiin oldugunca ¢ok tutulup sirket gruplan arasmndaki
aynimin net olarak ortaya konmasi amaglanmistir.
Degiskenler arasinda yer alan rasyolar,aynt gruptaki
sirketlerin birbirleri ile karsilastirilmasinda ayirict 6zellige
sahip degiskenler olmakla birlikte farkhh gruplarda da
ayirma Ozelligine sahip olup olmadiklarini smmamak
amactyla kullanilmiglardir.

Sirketler hakkinda bilgi veren en ©6nemli
gostergelerden biri, aktif kalemlerdir. Bu kalemler,
sirketlerin mevcut durumlarmi gésteren aktiften elde
edilen sonuglar olup, sirketlerin biiyiikliikleri hakkinda
bilgi verirler. Dolayisiyla, bir anlamda tiim degiskenleri
kapsayan bir degisken olmasi ve hayat dig1 grubundaki
sirketlerin diger gruba gore daha geng ve daha kiigiik
aktiflere sahip olacaklar1 diigtincesi ile alimmuglardir.

calisjmanin giris bolimiinde

Istatistiksel analizlerde degisken sayisinin artmasl,
degiskenler arasindaki bagimlilik yapismmn ortaya ¢ikmasi
nedeniyle, yapilacak analizleri ve analiz sonuglarmmn
degerlendirilmesini giiglestirmektedir. Bu nedenle, sigorta
sirketleri orjinal degiskenler yerine oncelikle boyut
indirgemeye iligkin yontemlerden elde edilen faktorler
yardimiyla incelenecektir. Faktor analizinden elde edilen
faktsr skorlarinin verilerin yapisina uygunlugu nedeni ile
diskriminant ve lojistik regresyon yontemlerinin
uygulanmast ile girketler karsilagtirilacaktir.

Calismada sirketlerin kargilastirilmasina yonelik
olarak belirlenen 30 kriter asagidaki degiskenlerle ifade
edilmistir.

X16: Hasar Prim Oranlarn
X7: Teknik Kar Prim Oranlart
X,g: Idari ve Takipteki Alacaklar

. Xyo:0zkaynaklar/Aktipler Toplami

X50: Mali Kérlar/Aktifler Toplam

X,,: Mali Karlar/Ozkaynaklar

X,,: Alinan Primler/Toplam Polige Sayisi

X,3: Personel Giderleri/Toplam Giderler

X,4: Toplam Giderler/Toplam Gelirler

X,s: Odenen Tazminatlar/Ozkaynaklar

Ko Teknik Kargtliklar/Aktifler Toplami

X7 Sirkétin Odenen Tazminattaki Payinin Oran
X,g: Sirketin Alinan Primlerdeki Payinin Orant
X,9: Toplam Karsiliklar

X;0: Odenen Tazminatlar/ Alinan Prim

Kasa-Banka degiskeni, sirketlerdeki hazir degerleri
temsil etmekte olup, farkli gruptaki sirketlerin
yiiklendikleri risklerin farkliligi nedeni ile, hazir deger
bulundurmada farklilik gosterecekleri gerekgesi ile
alinmistir.

Ozkaynaklar, sirketlerin faaliyetlerini
siirdiirebilmeleri i¢in kanunda miktarlar1 belirtilen tutarda
bulundurmak zorunda oldugu ve girketlerin ana parasi
olarak kabul edilen kapitalleridir.

Odenen  tazminatlar, gruplardaki  risklerin
biiyiikliigiinden dolayi, farklilik gosterdigi igin, alinan
primler hayat sirketlerinde ayrica risk primi hesaplanmasi
ve hayat sigortalarinin uzun siireli olmasi nedeni ile alinan
primlerde de buna bagli olarak farklilik gosterdiginden,
konservasyon toplami gruplarda sigorta teminatlarinn
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farkli hesaplanmast ve risklerin biiyiikligi nedeni ile
konservasyonlarin gruplarda farklilik g&stermesi nedeni
ile, gelir ve gider kalemleri gruplarda farklilik gostermesi
ve oOzellikle personel giderleri, hayat bransindaki
sirketlerin aktuar gibi personel ¢alistumalarinin zorunlu
olmasi nedeni ile degisken olarak alinmiglardir.

Hayat ve hayat dis1 sigorta sirketlerini ayiran en
onemli degisken, karsiliklardir. Temelde teknik ve serbest
diye ikiye ayrilan, ancak kendi i¢lerinde de matematik
karsihgi, cari riziko karsiligi, muallak tazminat karsilig: |
kar pay1 karsilig1 gibi farkliliklar da gosteren karsiliklarmn
bir béliimil tiim sirketlerde, bir boliimii ise sadece hayat
girketlerinde ayrilan bu kargiliklar iki grup sigorta
sirketinde en 6nemli farki yaratacaklari diisiincesi ile
modele alinmugtir.

Teknik kar ve Mali kar: Sigorta iglemlerinden elde
edilen teknik karlar, teknik karsiliklardan dolayi, iki
grupta onemli farklilik yaratacagi, diger islemlerden elde
edilen gelir ve giderleri de kapsayan mali kar ise, sirket
gruplarmin yatirimlarmin ve elde ettigi gelirlerin farklihg
nedeni ile ¢aliymada ele alinmislardir.

Calismada kullanilan veriler T.C Bagbakanlhik

yaylnladlgi 1999 Tirkiye’de  Sigorta Faaliyetleri
Hakkinda Rapor adli yayinindan alinmugtir.
Verilerin  analizinde = SPSS 10.0  paket

programindan yararlanilmis ve ¢iktilarin onemli bir kism
¢ok degiskenli analiz yontemlerinin uygulanmasi
asamasinda verilmigtir.

B. Faktor Analizi Sonuclan

Faktor Analizi, aralarinda 6nemli 6lgiide iligkilerin
oldugu degiskenlerin arasindaki bu iligkiyi yok etmeye
yonelik  oldugundan, degiskenler arasindaki iliski
derecelerine korelasyon matrisinden bakilmistir.

Korelasyon matrisinin diizenlenmesinde degisken
degerlerinin birytiklitk farklihigs nedeni ile
standartlagtirilmig veri matrisi elde edilerek bu matris igin
korelasyon katsayilar1 bulunmustur

Korelasyon matrisindeki bazi degiskenlerin
korelasyon degerlerinin diisiik olmasi nedeniyle bu
degiskenler gikarilarak, korelasyon katsayilari yiiksek olan
X1,X2,X3,X5,X6,X7,X8,X9,X10,X11,X12,X13,X29
degiskenleri ile faktor analizi uygulanmistir.

Hazine Mistesarlifn Sigorta Denetleme Kurulu’nun
Tablo.1. Faktor Analizi Sonugclar:

[nitial [Extraction IRotation

[Eigenvalues Sums of Sums of

Squared Squared

) Loadings I oadings

IComponent [Total % offCumulative {Total %0f Cumulative [Total %eof iCumulative
[Variance % [Variance % [Variance %
1 8,752 67,323 67,323 8,752 67,323 67,323 8,089 62,222 62,222
2 P75 16,734 84,057 2,175 16,734 384,057 2,838 21,834 84,057
3 1673 5,176 89,232 -
4 1567 14,363 93,595
5 [283 2,177 95,772
6 213 1,639 97,411
7 1161 1,236 98,647
8 [9,287E-02 |714 99,362
9 [5,915E-02 [455 99,817
10 P,102E-02 }162 99,979
11 2,551E-03 |1,962E-02 199,998
12 2,409E-04 |1,853E-03 ]100,000
13 2,771E-10 R,131E-09 {100,000
Extraction Method: Principal Component Analysis.
Yukaridaki tablo incelendiginde, 1. ve 2. Bilesen matrisine bakildiginda, kavramsal

faktoriin  6zdegerinin 1°den Dbiiyilkk, dolayisiyla 13
degisken icin ilk iki faktdriin 6nemli oldugu sonucuna
varilmaktadir.Ilk iki faktoriin varyans agiklama oraninin
%84,057 olmas yeterli bir agiklama diizeyine ulasildigim
gosterir. Boylece 13 degisken yerine %16°lik bilgi kaybi
ile bu analizde iki faktoriin alinacag! ve bdylece boyut
indirgeme amacinin gerceklesmis oldugu soylenebilir.
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anlamhilifin  saglanamadigy goriilmiistiir. Bu nedenle
kavramsal anlamliligin saglanmas: igin faktorlere gesitli
dondiirme yontemleri uygulanmis ve Quartimax déndiirme
yontemi ile en uygun sonuglar elde edilmistir. Doniisiim
matrisindeki faktor yiikleri agagidaki gibidir:
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Tablo.2. Déniistiiriilmiis Bilesen Matrisi(Quartimax)

Bilesen
1 2

X1 717 ,227
X2 725 674
X3 478 866
X5 ,801 -7,358E-02
X6 752 179
X7 ,969 5,492E-02
X8 917 7 299E-02
X9 ,860 ,280
X10 ,898 -,340
X1l 902 =310
X12 ,710 ,601
X13 ,845 402
X29 505 851

Faktor yiikleri incelendiginde,

fi: Xy, X3, X5,X6,X7,X8,X9,X10, X 11, X12,X13

fz:,X3,X29

oldugu gorillmektedir. Bu sonuglara gore f; kar faktori, f,
ise kargilik faktorii olarak isimlendirilebilir.

C. Diskriminant Analizi Sonuglari

Diskriminant  analizinin  uygulanabilmesi ve
giivenilir sonuglarin alinmasi birtakim varsayimlarin
gerceklesmesini gerekli kilmaktadir.

Gergeklesmesi gerekli baslica varsayimlardan biri
olan ¢oklu dogrusal baglanti degiskenler arasindaki
korelasyon katsayilarina bakilarak test edilmistir. Yiiksek
korelasyonlar nedeni ile degiskenler arasmda ¢oklu
baglant1 olmadig sdylenememektedir.

Varyans-kovaryans matrisinin esitligi ise Box-M
istatistigine gore test edilmis ve bu test sonucuna gore sifir
hipotezi red edilerek gruplarin varyans-kovaryans
matrislerinin benzer olmadigi goriilmiistiir.

Yukarida sézedilen varsayimlarin ger¢eklesmemesi
nedeni ile, diskriminant analizinde faktdr analizi
sonucunda elde edilen skorlar bagimsiz degisken olarak
kullamilmistir.  Bu  degigskenler i¢in  varsayimlarin
gegerliligi test edilmis ve korelasyon katsayilarinin diisiik
oldugu, dolayisiyla ¢oklu baglanti olmadigi sonucuna
varilmigtir. Varyans-kovaryans matrisinin esitligi, Box-M
istatistifine  gore test edilerek, Box-M=128,010
F(3;53058,664)=40,924 p=0,000 elde edilmis ve
varyans-kovaryans matrisinin benzer olmadigi sonucuna
varilmigtir. Bu nedenle verilerin diskriminant analizi

¢oziimlemelerinde  kanonik  karesel  diskriminant
analizinden yararlanma yoluna gidilmistir.
Bu analize goére, Box-M=1,765 F=1,733

p=0,188 olarak elde edilmistir. Buna gore varyans
kovaryans matrisinin egit oldugu sonucuna varilmistir.

Gruplarin herhangi bir faktore gore anlamh olarak
farkh oldugunu gérmek amaciyla grup ortalamalarin: test
etmek gerekmektedir. Grup ortalamalarinin istatistiksel
olarak farkli olup olmadigimi gérmek i¢in Wilk’s Lamda
istatistigi ve F oran1 degerlerine bakmak gerekmektedir.

Tablo.3. Grup Ortalamalarim Esitliginin Testi

Wilks' F df1 df2 fﬂlamhhk
Lambda
Factor skoru 1| ,965 2,190 1 60 144
actor skoru2| ,866 9,299 1 60 ,003

Tablodaki herbir faktoriin
bakildiginda,  grup ortalamalar:
farkliliklar oldugu goriilmektedir.

anlam diizeyine
arasinda  anlamh

Sigorta sirketlerini (gruplarr) aywrmak igin
kullamilacak diskriminat fonksiyonunun sayisi grup
sayismm 1 eksigi yani 1 adet diskriminant fonksiyonunun
hesaplanmasi gerekir.

Tablo.4. Diskriminant Fonksiyonu Katsayilar:

Function
1
[Faktor Skoru 1 -,491
Faktor Skoru 2 ,909
Yukaridaki tablodan  hareketle  diskriminat
fonksiyonu,

F,=-0,49 1f,+0,909f,

olarak elde edilmistir.Diskriminat fonksiyonunun
istatistiksel agidan anlamliligini belirlemek amaciyla
Wilks Lamda istatistigine bakilarak, Bartlettin ki-kare
istatistigine gore,

Tablo.5. Wilks' Lambda

Fonksiyonu \Wilks'  |Chi-square [df Sig.
m Testi hdambda
1 [831 10,951 2 ,004
A=0,831 «=0,004 anlamlilik seviyesinde anlamii

bulunmustur. Bu da diskriminant fonksiyonunun
istatistiksel agidan anlamli olugunu gosterir.

Degiskenler ve diskriminant fonksiyonu arasindaki
iliskinin daha iyi agiklanmasi igin yap1 matrisi incelenirse,
istatistiksel agidan anlamli  bulunan diskriminant
fonksiyonu ile degiskenler arasinda daha yiiksek bir
iliskinin varlig1 géze carpmaktadir.
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Tablo.6. Yapt Matrisi

[Function
1
[Faktor Skoru 2 872
IFaktor Skoru 1 -,423

Tablo.7. Ozdegerler

onksiyon [Ozdeger [Varyans  [Kiimilatif[Kanonik

Aciklama  |Yiizde orelasyon
Y iizdesi
1 [204 100,0 100,0 10,412

Tablo.7’e gore diskriminant fonksiyonu gruplar
arast toplam degisimin %100’iinii agiklamaktadir.
Kanonik korelasyon katsayisi incelendiginde ise F;
diskriminant fonksiyonunun gruplararasi farkliliklarm
%41,2’sini agikladig: goriillmektedir.

Tablo-8: Siniflandirma Sonuglari

[Tahmini [Toplam
Qrup
Uyeligi
Y .00 1,00
Orjinal ,00 14 ] 22
1,00 1 39 40
%o ,00 63,6 36,4 100,0
1,00 2,5 97,5 100,0

a Grauplarin dogru simiflandirma olasth@ %85,5°dir.

Diskriminat analizinde yapilan iglemlerde dogru
siniflandirma olasilig1 %85,5 olarak elde edilmistir.

D. Lojistik Regresyon Analizi Sonuclari

Diskiriminant analizinde elde edilen sonuglarin
karsilagtirilmasi amaciyla ayni verilere bir de Lojistik
regresyon analizi uygulanmistir.

Bagimli degisken Y, hayat sigorta sirketleri i¢in 0,
hayat dis1 sigorta sirketleri i¢in 1 degerini alan bir
degiskendir. Y bagimli degisken olmak tizere diskriminant
analizinde kullanilan iki faktér skoru ig¢in Forward
Stepwise yontemi ile lojistik regresyon analizinden elde
edilen denklemler, standart hatalari ve parametrelerin
Wald istatistikleri Tablo.9’daki gibidir.
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P(Y)'nin tahmini i¢in model sabit ve bagimsiz
degiskenin katsayilar1 kullanilarak,

P(Y)=1/ (1+¢?)
7=0,6164-15,3101 f,
seklinde yazilir.

Iki bagmsiz faktére gore yapilan lojistik regresyon
analizinde, f, faktoriine gore kurulan denklemin Wald
istatistiklerine bakilirsa katsayilarin anlamlhi  oldugu
goriilmektedir. Denklemdeki katsayilar incelenirse, f,
faktoriiniin negatif egim nedeniyle hayat sigorta
sirketlerinde daha yiiksek oldugu sonucuna varilabilir.

Odds Ratio (Or) (Exp(B)) degeri incelendiginde,
f’nin Or  degeri=0,000 bulunmustur. (B=-15,3101
p=0,0021) Bu sonug, f, faktoriiniin artmasi durumunda
Y’nin hayat sigorta sirketi olma olasihiginin yiiksek oldugu
anlamini tagimaktadir. Analizde dogru smiflandirma
olasiligi %87,10 olarak elde edilmistir. Buna gore,
diskriminant analizi ile benzer sonucun elde edildigi ve
analizlerin  etkinliginin = birbirine = yakin  oldugu
gortilmiistiir,

VL. DEGERLENDIRME

Hayat ve hayat disi sigorta sirketleri ayiriminda
hangi degiskenlerin etkili oldugunu belirlemek amaciyla
yapilan ¢alismadan elde edilen bulgular soyle
Ozetlenebilir.

Gruplarmn karsilastirilmasinda sirketlere ait bilango
kalemleri ve rasyolardan olusan 30 degisken dikkate
almmus, oncelikle degisken sayisini azaltmak amaci
ile benzer degiskenleri gruplandirmak igin verilere faktor

- analizi uygulanmistir. Korelasyon matrisi incelendiginde,

Rasyo olarak alinan degiskenlerin bagimli degiskenle
iligkilerinin zayif oldugu godzlenmis, bu nedenle bu
degiskenler uygulama dismda birakilarak kalan 13
degiskene FA uygulanmistir. Degiskenlerin tanimlanmasi
bolimiinde agiklandigr gibi beklentilere uygun olarak
Rasyolarin girketleri gruplara ayumada etkili olmadiklari
goriilmiistiir.

R



Dilek ALTAS

Tablo.9. Lojistik Regresyon Sonuglari

Total number of cases: 62 (Unweighted)
Dependent Variable Encoding:
Original Internal
vValue Value
,00 0
1,00 1
Dependent Variable.. Y

Beginning Block Number 0.
-2 Log Likelihood 80,648439
* Constant is included in the model.

Beginning Block Number 1.

Improv. Model Correct
Step Chi-Sq. df sig Chi-5q. df sig Class %
1 38,716 1 ,000 38,716 1 ,000 87,10

No more variables can be deleted or added.

End Block Number 1 PIN = , 0500
Final Equation for Block 1
Estimation terminated at iteration number 7 because

Log Likelihood decreased by less than ,01 percent.

-2 Log Likelihood 41,933
Goodness of Fit 108,978
Cox & Snell - R"2 , 464
Nagelkerke - R"2 , 638
Chi-Square df Significance
Block 38,716 1 ., 0000
Step 38,716 1 , 0000
Classification Table for Y
The Cut Value is ,50
Predicted
, 00 1,00 Percent Correct
0 1
Observed
, 00 0 17 5 77,27%
1,00 1 3 37 92,50%
Overall 87,10
————————————————— Variables in the Equation —--~-------
Variable B S.E. Wald daf Sig
FAC2_ 1 -15,3101 4,9772 9,4621 1 ,0021
Constant , 6164 , 3880 2,5234 1 ,1122
95% CI for Exp (B)
Variable Exp (B} Lower Upper
FAC2 1 , 0000 , 0000 , 0039

Limits reached.

Initial Log Likelihood Function

Method: Forward Stepwise (LR)

Variable
IN: FAC2_1

FA sonucunda 13 degiskenin yerine kullanilacak
uygun iki faktdr elde edilmis, bu faktorlerin %84 litk bir
aciklama oranina sahip olduklar: goriilmustiir. Faktorlerin
yapist incelendiginde faktorlerden biri, karsiliklarla ilgili
degiskenlerden olustugu i¢in bu faktér Karsilik Faktirii,
diger degiskenlerin yer aldign ve kérlarla ilgili
degiskenlerin agwlikli olmass nedeni ile ikinci faktor de
Kar Faktori olarak adlandirilmus, daha sonrada bu
faktorlere Diskriminant ve Lojistik Regresyon analizleri
uygulanmigtir. Calismanin  hazirlanmas:  asamasmda
sigorta sektoriinde calisanlarla yapilan goriismelerde ve
bu goriismeler 151ginda segilen degiskenlerin agiklanmast

 boliminde hayat ve hayat dist aywriminda en &nemli

degiskenlerin karsiliklar ve karlar ile ilgili degiskenler

oldugu vurgulanmistir. Dolayisiyla elde edilen sonuglarmn
baslangigtaki beklentilere uygun oldugu goriilmektedir.

Diskriminant analizinin uygulanmasi sonucu, hayat
ve hayat dis1 sigorta sirketlerinin f, faktorime gore
farkliik  gosterdikleri goézlenmistir. Hayat sigorta
sirketlerinin yiikiimliiliiklerini yerine getirmesi igin en
dnemli faktor olarak bilinen karsiliklar (f;) faktorii ile elde
edilen diskriminant fonksiyonu, 0,004 gibi diisiik bir
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anlam diizeyinde istatistiksel agidan anlamli bulunmustur.
f, faktorti ile diskriminant fonksiyonu arasindaki
korelasyon yiiksek ¢ikmus ve analizde dogru siiflandirma
olasilig1 %85,5 olarak gergeklesmistir.

Lojistik regresyon analizi ile elde edilen sonuglarm
da diskriminant analizi ile benzer oldugu saptanmistir.
Lojistik regresyon denklemindeki f, katsayist Wald
istatistigine gore 0,0021 gibi diisiik bir anlam diizeyinde
anlamli bulunmustur. Karsilik faktorii adi verilen f,
faktoriiniin katsayisinin negatif olmasi, bu faktoriin hayat
sigorta girketlerinde daha etkili oldugu sonucunu ortaya
cikarmistir. Analizde dogru simfladuma olasiligi %87,10
olarak elde edilmistir. Bu sonug¢ da diskriminant ve lojistik
regresyon analizlerinin aymi etkinlikte sonuglar verdigi
seklinde yorumlanabilir.

Sonu¢ olarak  hayat ve hayat dis1 sigorta
sirketlerinde en ©6nemli  aywict  faktoriin, cesitli
karstliklarin olusturdugu karsiik  faktoriintin  oldugu
stylenebilir. Ayrilan karsiliklar iki sirket grubunda 6nemli
farkhilik yaratmaktadur.

154

4!

2]

[3]

[4]

B3]

[6]

7

(8]

9]

(10]

(11}

[12]

[13]

YARARLANILAN KAYNAKLAR

TATLIDYL, H., Uygulamah Cok Degiskenli Istatistiksel
Analiz, Ankara, 1992, 5.214.

ZINKMUND, W.G., Exploring Marketing Research,
Fifth Edition, Orlando, 1994, 5.690-692.

HAIR,J.F.; ANDERSON, R.E.,; TATHAM, RL,
Multivariate Data Analysis With Reading, Newyork,
1990, 5.75, 233-235.

GREEN, PE.; TULL, D.S., Research For Marketing
Decisions, Fourth Edition, New Jersey, 1978, 5.429.

COOOLEY, W.W.; LOHNES, P.R., Multivariate Data
Analysis, Toronto, 1971, s.146-147.

MCDANIEL, C.Jr; GATES, R, Contemporary
Marketing Research, Third Edition, San Francisco, 1996,
s.612.

OZDAMAR, K., Paket Programlar ile Istatistiksel Veri
Analizi I-11, Eskisehir, 1999, 5.317-320.

LEHMANN, R.D; GUPTA, S.; STECKEL, HJ,
Marketing Research, Amsterdam, 1998, 5.691, 697, 709.

GURIS, S.; CAGLAYAN, E., Ekonometrinin Temelleri,
Der Yaymlar, Istanbul, 2000, 5.652.

AKKAYA, S.; PAZARLIOGLU, V.M., Ekonometri-II,
Istanbul, 1998, 5.78.

GUJARATI, N. Damodar, Cevirenler: Umit Senesen,
Giilay Senesen, Temel Ekonometri, Literatiir Yayincilik,
{stanbul, 1999, 5.542,554-556.

FOX, J., Applied Regression Analysis , Linear Models
And Related Methods, Sage Pub., London, 1997,
5.440,442.

PINDYCK, S.R.; RUBINFELD, L.D., Econometric
Models And Economic Forecasts, McGraw-Hill,
Newyork, 1998, 5.329-330.



Dilek ALTAS

f, faktéri ile diskriminant fonksiyonu arasindaki
korelasyon yiiksek ¢tkmis ve analizde dogru siniflandirma
olasilig1 %85,5 olarak gergeklesmistir.

Lojistik regresyon analizi ile elde edilen sonuglarin
da diskriminant analizi ile benzer oldugu saptanmistir.
Lojistik regresyon denklemindeki f, katsayist Wald
istatistigine gore 0,0021 gibi diisiik bir anlam diizeyinde
anlamh bulunmustur. Karsilik faktérii adi verilen f,
faktoriinlin katsayisinin negatif olmasi, bu faktdriin hayat
sigorta sirketlerinde daha etkili oldugu sonucunu ortaya
gikarmigtir. Analizde dogru sinifladirma olasilig1 %87,10
olarak elde edilmistir. Bu sonu¢ da diskriminant ve
lojistik regresyon analizlerinin ayni etkinlikte sonuglar
verdigi seklinde yorumlanabilir.

Sonu¢ olarak  hayat ve hayat disi sigorta
sirketlerinde en O6nemli  aymict  faktdriin, ¢esitli
karsiliklarin  olusturdugu karsiik  faktSriiniin  oldugu
sOylenebilir. Ayrilan karsiliklar iki sirket grubunda
onemli farkhlik yaratmaktadir.
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