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Tirkiye’'de bolgelerarasi i¢c goc hareketlerinin ¢cok boyutlu dlgcekleme
yontemi ile incelenmesi
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Turkiye'de ic g6¢ hareketlerinin 1950'lerden bu yana Ulkenin ekonomik, sosyal ve
mekansal yapisi Uzerinde etkili olarak giderek hiz kazandigi goérilmektedir. Tlrkiye'de
goclin yonl, daha az gelismis Dodu ve Glineydogu Anadolu Bolgesi illerinden,
sanayilesmis ve kisi basina gelir dlizeyi ylksek bati boélgelerindeki illere dogrudur. Bu
calismada 12 bdlgenin demografik 6zellikleri, sosyo-ekonomik gdstergeleri ve gb¢ verileri
bakimindan birbirlerine gére konumlarinin incelenmesi ve aralarinda olasi benzerliklerin
ya da farkhliklarin ortaya konulmasi amaglanmistir. S6zi edilen bu degiskenlere Cok
Boyutlu Olcekleme Analizi (CBO) uygulanmistir. CBO hem iki boyutlu hem de (i¢ boyutlu
olarak gerceklestirilmistir. Analiz sonuclarina gére Istanbul ve Kuzeydodu Anadolu
Bolgeleri'nin diger bolgelerden anlaml olarak farkh bir konumda olduklari ve birbirlerine
en yakin bodlgelerin, Bati Marmara, Dogu Marmara ile Bati Anadolu Bolgeleri olduklari
belirlenmistir.

Anahtar Sézciikler: Go6g, Tirkiye'de ic gbg, bélgelerarasi gbg, bdlgeler, cok boyutlu dlcekleme
analizi.

Examining between regional internal migration movements in Turkey with
multidimensional scaling

Abstract

It is seen that the internal migration movement, which gathered speed in Turkey from
the 1950s, is influential on the country’s economic, social and spatial structures. The
direction of migration in Turkey is from less developed Eastern and South-Eastern
provinces to industrialized and Western regions which have high level of per capital
income. In this study, it is aimed to examine the position of the 12 regions and display
possible similarities or dissimilarities between them, from the point of their demographic
characteristics, socio-economic indicators and migration data. Multidimensional Scaling
Analysis (MDS) are applied to these mentioned variables. MDS have done both two and
three dimensions. As the results of the analyzes it is seen that Istanbul and Northeast
Anatolia regions, are the ones that are significantly different from the other regions. It's
determined that the nearest regions are Western Marmara, East Marmara and Western
Anatolia.

Keywords: Migration, internal migration in Turkey, interregional migration, regions,
multidimensional scaling analysis.
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1. Giris

Toplumlarin kiltirel, ekonomik ve politik yapisi ile yakindan iliskili olan gé¢ olgusu,
toplumsal yaply! etkileyen ve toplumsal yapinin dedismesine neden olan 6nemli bir
faktordir. Gog, ilk bakista basit bir yer dedistirme sireci gibi goriinse de, nedenleri ve
sonuglari toplum ve bireyler Gzerinde dnemli bir etkiye sahiptir. Ozellikle (ilkelerin niifus
yapisinda, nlfusun yas ve cinsiyet gibi nicel ve nitel yapisinda blylk degisimlere neden
olabilecedi gibi dogrudan dodgruya Ulkelerin veya kiglk topluluklarin gelismesini de
etkileyecek gulgtedir.

Tlrkiye'de de gog olgusu uzun yillar 6ncesinden ginimuize kadar devam eden 6nemli
yapisal problemlerden birisidir. 20. ylzyilin ortalarinda baslayan ve 1960'h yillarda
artarak glinimiize kadar devam eden ekonomik ve sosyal alandaki gelismelere paralel
olarak, demografik yapida ve nifusun mekansal dagiliminda da kayda deder dedisimler
olmustur. Bu uzun slreg igindeki hareketlilik hem gé¢ veren, hem de g6¢ alan tim
yerlesim vyerlerinin sosyal, ekonomik ve kdultirel dedisiminde 6nemli rol oynamustir.
Yasanan bu go6g sireci 1980 yili sonrasinda daha da hizlanarak gog¢ alan ve gog veren
illerde sosyal, kiltlirel, ekonomik, siyasal degisimlere ve sorunlara neden olmustur.

Tarkiye'de yasanan gogiun yonu genellikle sosyo-ekonomik nedenlerle Karadeniz, Dogu
ve Glineydogu Anadolu Bélgesi illerinden, sanayilesmis ve kisi basina gelir diizeyi ylksek
bati bodlgelerindeki illere dogrudur. Baslangicta kirdan kente olan goég, ginimuizde
codunlukla kentten kente gerceklesmektedir. Bununla birlikte son yillarda kentten kira
goc egdiliminin arttigi hatta 1995-2000 déneminde kentten kira go6¢ eden nifusun
blyukliginin bir 6nceki doneme gore iki kat artis gosterdigi gorilmektedir.

1995-2000 doneminde 23 il gog alirken, 58 il gog vermistir. Gog alan iller gogunlukla
Marmara, Ege ve Akdeniz bdlgelerinde, gog veren iller ise genellikle Karadeniz, Dogu ve
Guneydodu Anadolu bolgelerinde yer almaktadir. Bu calismanin inceleme konusunu da
Tirkiye'deki bélgeler arasi gog hareketliligi olusturmaktadir.

Cok boyutlu olcekleme analizi ile bdlgelerarasi goécler c¢ok boyutlu olarak
konumlandiriimistir. Cok boyutlu o6lcekleme analizi, gdézlemler (nesneler) arasindaki
iliskilerin bilinmedigi, ancak geometrik anlamda iliski yapisi bilinmese de goézlem ciftleri
arasindaki uzakhklarin bulunmasinin mimkin oldugu durumlarda, bu uzakhklardan
yararlanilarak, g6zlemler arasindaki iliski yapisinin sekillerle, haritalarla ifade edilebildigi
ve bu nedenle de genellikle cografi arastirmalarda kullanilmakta olan bir yontemdir [1].
Bu calismada da go6c¢ olgusunun, cesitli degiskenlere gore belirlenen uzakliklara dayal
olarak bodlgeler arasindaki benzerlikleri ve farklliklari belirlenmek ve grafiksel bir
degerlendirme yapilmak istendiginden ¢ok boyutlu dlgekleme analizinden yararlaniimistir.
Analizde Tirkiye Istatistik Kurumu (TUIK)'nun belirledigi 12 bdlgeye* iliskin 2008 yili gé¢
verileri esas alinmistir. Calismada bdlgelerarasi gdglerin, alinan ve verilen goglere, net
gog hizlarina, toplam nufuslarina, nifus yodunluklarina, sehirlesme oranlarina ve
bélgelerin sosyo-ekonomik gelismislik siralarina gére konumlarinin incelenmesi ve
aralarinda varolabilecek benzerliklerin ya da farkliliklarin ortaya konulmasi amaglanmistir.

Calismada ilk olarak go¢ kavramina ve tlrlerine iliskin bilgi verilmis, Turkiye'de ic gbégler
ve boélgelerarasi gé¢ hareketleri incelenmistir. Daha sonra ¢ok boyutlu 6lgekleme analizi

" Bélgesel istatistiklerin toplanmasi, gelistirilmesi, bélgelerin sosyo-ekonomik analizlerinin yapiimasi, bélgesel
politikalarin cercevesinin belirlenmesi ve Avrupa Birligi Bélgesel Istatistik Sistemine uygun karsilastirilabilir
istatistiki veri tabani olusturulmasi amaciyla (ilke genelinde Istatistiki Bélge Birimleri Siniflandirmasi (IBSS)
tanimlanmustir. Istatistiki bélge birimleri (i¢ diizeye gére siniflandiriimistir. Bu calismada bélge tanimlamasi,
Diizey-1 istatistiki bélge birimlerini ifade etmektedir.
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calismanin teorik alt yapisini olusturdugundan dliinyada ve Tirkiye’de bu analizin
kullanildigi 6zellikle son yillarda yapilmis calismalardan 6rnekler gosterilmis ve bu analize
iliskin bilgi verilmistir. Son olarak da analizden elde edilen bulgular Gzerinde durularak
yonteme ve amaca yonelik bir degerlendirme yapilmistir.

2. Gog¢ Kavramu ve Tiirleri

Go6¢ kavraminin, bir Glke ya da toplumdaki ekonomik, politik, sosyo-kiltirel olusumla
baglantili dinamik bir slire¢ olarak algilanmasi; zaman ve mekan, neden ve sonug
unsurlar ile birlikte alinarak tanimlanmasi, 6lcimlenmesi ve yapisina uygun ¢dézim ve
Onerilerin getirilmesi gerekir [2]. Bu anlamda gog, bireylerin/ailelerin herhangi bir
nedenle gelecek yasantilarinin ya bir bélimini ya da tamamini gecgirmek Uzere bir
yerlesim biriminden digerine yapmis olduklari cografi nitelikli yer degistirme olayi olarak
tanimlanabilir [3, 4]. Temelde bir yer dedistirme olayl olmakla beraber gog; mesafeye,
olayin gergeklestigi yerlere, sirekliliine ve nedenlerine goére farkh tlrlere ayrilabilir.
Gocler arasinda 6nemli bir ayirim da goglerin “istege bagh” ve “zoraki” nitelik tasimasidir.
Ayrica gogleri, insanlarin baska tasinma ya da yer dedistirme hareketlerinden ayirt etmek
icin, “devamli go¢” veya “gecici gdc¢” olarak siniflandirmak da mimkindir. Gegici olarak
yapilan gbge ornek olarak; gbécebelerin, mevsimlik tarimsal iscilerin veya yazlik evlere
giden yazlikgilarin durumu verilebilir. Hangi sirede yer degistirmelerin gég sayilabilecegdi
gorece bir durum olmakla beraber, yer degistirmelerde amac¢ yerlesmek oldugunda
genellikle goglin gerceklesmis oldugu, yerlesme anlami tasimayan kisa sureli yer
degistirmelerin ve seyahatlerin ise goc olarak adlandirilamayacadi kabul edilmektedir [5,
6]. Gog, ulusal sinirlar icerisinde olabilecegi gibi ulusal sinirlarin otesine, hatta kitalar
Otesine de tasabilmektedir. Bu durumda sosyo-ekonomik agidan gdg, ic ve dis gog olmak
Uzere ikiye ayrilabilir. Bir Glke sinirlari igerisinde, bireyin, bir yildan az olmamak kaydiyla,
yasadigi ortami dedistirmesi ic gdg¢, bireyin Ulke sinirlarinin disinda her hangi bir tGlkeye
yasadigi ortami dedistirmek amaciyla gitmesi ise dis gé¢ olarak adlandirilir.

3. Tiirkiye’de I¢ Gécler ve Bolgelerarasi Go¢c Etme Nedenleri

Go6¢ olgusu; basta ekonomik nedenler olmak Uzere, nifus mibadeleleri, iskan kanunlari
sonucu gergeklesen i¢ ve dis goc hareketleriyle sirekli olarak Tirkiye'nin gliindeminde
olmustur. Toplumsal dedisme slirecinin bir sonucu olarak Tirkiye’de 1950'li yillardan
itibaren zaman icinde dedisen hizlarla devam eden ve genelde kirsal yerlesim yerlerinden
kentsel yerlesim vyerlerine ve dogu boélgelerinden bati bélgelerine dodgru, temelde
ekonomik nedenli olarak nitelenebilecek bir nifus hareketi yasanmistir.

Yarim yuzyilldan beri devam eden bu gog¢ hareketine, son yirmi yil icinde Dodu ve
Guneydodu Anadolu Bolgelerinde terér sonucu olusan glvenlik sorunlari, biyik olgekli
kalkinma projeleri, dodal afetler nedeniyle meydana gelen vyer dedistirmeler de
eklenmistir [7].

Turkiye'de 1950 yilina kadar il igi g6¢ ve mevsimlik isgi gdgu ile karsilasilirken, bu yillarda
baslayan ekonomik canlanma ile iller arasi i¢ goéc¢ hareketleri yogunlasmistir. 1950
yilindan sonra tarimda kaydedilen gelismelerin yaninda karayolu, liman, hidroelektrik
santrallerin insasi ve sanayi bélgelerinin kurulmasi ile yeni is sahalarinin olusturulmasi ig
gogu tetiklemistir. 1960-1965 yillari arasinda gé¢ eden nilifus oransal olarak en ylksek
seviyesine ulasmis ve bu dénemde 4 milyona yakin kisi (toplam nUfustaki paylr %16.1)
gbc etmistir [8]. Devlet Planlama Tegkilati (DPT) tarafindan 2008 yilinda yayinlanan
“Tirkiye'de Ic Gégler ve Go6g¢ Edenlerin Nitelikleri” arastirmasina gére 1965-1970
déneminde 3.2, 1970-1975 doéneminde 3.4, 1975-1980 ddneminde 2.7, 1980-1985
déneminde 2.9, 1985-1990 déneminde 4.1, 1995-2000 déneminde ise 4.8 milyon Kisi
baska illere gog etmistir. Turkiye genelinde 1975-2000 déneminde, toplam nUfus iginde
goc eden nilfusun payl artis edilimi gostermistir. 1975-1980 doneminde nlfusun
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%9.3’Unl olusturan 3.6 milyon kisi goc etmisken, 1995-2000 ddneminde nifusun
%11’ini teskil eden 6.7 milyon kisi gdc etmistir. Iller arasindaki géclerin toplam niifus
icindeki payinin dedisimi incelendiginde ise, 1965-2000 déneminde beser yilik dénemler
itibariyle 2.7 ile 4.8 milyon arasinda, toplam 21.1 milyon kisinin gog ettigi goérilmektedir.
1965-1970 doneminde her yliz kisiden 10.7’si iller arasinda gé¢ ederken, zaman iginde
gbé¢ hizlarinda azalmalar gézlenmis ve 1980-1985 déneminde %6.5’e kadar dismistar.
Ancak, 1985-2000 déneminde go¢ oraninda 1970'li yillar seviyesi kadar olmasa da bir
yukselme goézlenmis ve 1995-2000 doéneminde her ylz kisiden 7.9'u iller arasinda
ikametgahini degistirmistir.

Tlrkiye'de 1965-1970 doéneminde 67 ilden 20’sinin, 1970-1975 ddneminde 24’Gnln,
1975-1980 déneminde 18’inin, 1980-1985 déneminde 19'unun, 1985-1990 déneminde
73 ilden 20’sinin ve 1995-2000 déneminde ise 81 ilden 23’Unuln iller arasi net go¢ hizlari
pozitif dizeyde sonuglanmistir. 35 yillik sitirede iller arasi net gég¢ hizlan pozitif olan bu
illerin tamamina yakini Turkiye’'nin batisinda yer alan iller olmus, iller arasi net gé¢ hizlar
negatif olan illerin bliylk cogunlugu ise Tlrkiye'nin orta ile dogusundaki bélgelerde yer
almistir. Oransal olarak en fazla gbgli, 1975-2000 yillan arasinda Kars, Tunceli ve Artvin
vermistir. 1975-2000 doneminde verdidgi go¢ hizi en dusiuk olan iller genellikle bati
bélgelerinde olmustur. 1975-1985 donemlerinde Antalya ili verdigi gé¢ hizi en disuk iller
arasinda ilk sirada yer alirken, bu il, 1985-2000 dénemlerinde yerini Bursa iline
birakmistir. Bu ilin disinda Manisa ve Mugla illeri de verdigi go¢ hizi en dusuk iller
arasinda yer almistir.

Goclerin Turkiye'nin dogusunda yer alan bolgelerden, sosyo-ekonomik bakimdan daha
gelismis bati bdlgelerine dogru yéneldigi gdzlenmektedir. 12 bélge icinde, istanbul ve
Bati Marmara Bdlgesi net gog hizi pozitif olan bélgelerin basinda gelirken, Bati Karadeniz
ve Kuzeydogu Anadolu Bdlgeleri de net go¢ hizi negatif olan bolgeleri olusturmaktadir.

Tlrkiye'de 1965-2000 déneminde go¢ edenlerin yaklasik yizde 58‘i sehirden sehire,
yuzde 20'si sehirden koye, yuzde 17'si kdéyden sehire ve yuzde 5'i kéyden kdye gogc
etmistir. Aldigi gdclin, verdi§i gécten fazla oldudu illerin basinda Istanbul gelmekte ve bu
il en fazla Ankara’dan gog¢ almaktadir. Verdigi gogin aldigi gécten fazla oldugu illerin
basinda ise Samsun gelmekte ve bu il en fazla Istanbul’a gé¢ vermektedir. Net gé¢ hizi
en yiksek illerin basinda Tekirdag, net gog¢ hizi en dusik illerin basinda ise Ardahan
gelmektedir [9].

Literatirde gog olgusunu ele alan belli basl G¢ yaklasimdan biri olan itici ve gekici gigler
yaklasimina gore, bireylerin go¢ kararlan, itici ve c¢ekici faktérlerin etkileriyle
sekillenmektedir. Kisilerin dogduklari ortami ve aliskin olduklari yasam tarzini birakarak
gb¢ karar almalarina neden olan etkenlere "itici faktérler”, gbc etmek lGzere karar verilen
yerin cazibelerine ise “cekici faktérler” adi verilmektedir. i¢c ve dis gége gore dedisen bu
faktorler arasinda vyaptiklari dederlendirme gekici faktorler lehine sonuglandiginda,
bireyler yasadidi yerleri terk etmekte ve géc olayl gergeklesmektedir. Her gog¢ karari itici
ve c¢ekici faktorlerin karngimi olup, bu karisima karsilasilabilecek guglikler de
eklenmektedir. Go¢ eden kisi kendi icinde yasadigi yer hakkinda, gidecegi yere gore,
daha fazla bilgi sahibi oldugu igin, itici faktorleri cekici faktorlerden daha iyi algilayacaktir.
Kisi itici faktorler ve kendinden o6nce goc¢ edenlerden elde edecedi bilgilerle de
karsilasabilecedi gicliklerin etkisini gidermeye calisacaktir [5, 10].

Sanayilesme sureci ile birlikte kirsal alanlardan daha gelismis kent merkezlerine dogru bir
gog slreci yasanmakta ve bu durum ‘“kirsalin itisi-kentin gekiciligi” olarak
adlandiriimaktadir. Kirsalin itisine; ekonomik, egitim, sadlik, sosyal ve kiltirel anlamdaki
yetersizlikler, bazen de, zorunlu gog¢ olarak adlandirilan savas ve terdér gibi durumlar
neden olmaktadir. Kentin gekiciligi ise; is olanaklarinin, egitim, saglk, sosyo-kiiltirel
hizmetlerin daha yuksek oldugu gelismis kentsel merkezlerinden kaynaklanmaktadir
[10].
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Bir lilkede ekonomik gelisme bakimindan bdlgelerarasi farklilik, il dizeyinde de goérildr.
Gelismis bir kent konumunda olan iller net gé¢ alirken, az gelismis yapiya sahip olan
diger iller net go¢ verecektir. Ana ¢cekim merkezi olan illerde yogunlasan ic gog, zamanla
bu yerlerde doygunluga neden olmakta ve hareketlilik bu merkezlerin gevresindeki gog
alma kapasitesine sahip illere yonelmektedir. Bdylece bu iller de bdlgesel cekim
merkezleri olarak ortaya c¢ikmaktadir. Tlarkiye’'de de bu gelismelere benzer bir durum
gorilmektedir. Ornedin 1980-1985 déneminde Istanbul, Kocaeli, izmir, Bursa, icel gibi
bazi gelismis ana iller, cekim merkezi konumunda net gé¢ almistir. 1990-2000
doéneminde ise bu illerin gekim alanlarinin genisledigi ve gog oranlarindaki énemli artigla
Antalya, Mugla ve Tekirdagd’in da baslica yeni gekim merkezleri oldugu gorilmustir. 2000
yilinda net goég alan illere Isparta, Canakkale, Sirnak, Kirklareli ve Gaziantep de katilmistir
[9, 11].

Buraya kadar yapilan agiklamalardan da anlasilacagi lGzere gog hareketleri genellikle
ekonomik, sosyal ve siyasal nedenlerle ortaya ¢gikmaktadir. Literatlirde ileri strtlen teorik
g6¢ yaklasimlarinin en genel ve dnemli hipotezi, bélgeler veya Ulkeler arasindaki sosyo-
ekonomik esitsizliklerin gd¢ hareketlerinin itici giici oldugudur. Issizlik, is olanadi
olmamasi, kazancin yetmemesi ve genel olarak gelir dagiimindaki dengesizlikler, goglin
ekonomik nedenlerini olusturmaktadir. 1989 yilinda Bulgaristan’dan go¢ etmek zorunda
kalan Turklerin durumu ise gogln siyasi nedenlerine 6érnek verilebilir.

Turkiye'nin Dodgu ve Guneydogu Anadolu Bolgesi'nde, 1980’li yillarin ortalarindan itibaren
yasanan terdr ortaminin neden oldugu givenlik sorunlarindan kaynaklanan yeni bir itici
faktdér ortaya cikarak, oldukca blylk bir nifus grubunun yasadiklar yerlesim yerlerini
terk etmesine neden olmustur. Tilrkiye'de 1980‘li yillarin ortalarina kadar daha cok
cevresel nedenlerle (deprem, sel, heyelan vb. dodal afetler, baraj, golet yapimi, iskan
kanunu uygulamalarn) ortaya c¢ikan zorunlu goc¢ hareketlerinin, 1980’li yillarin ortalarindan
itibaren temel olarak glvenlik kuvvetlerinin kiglk yerlesim yerlerinde yasayanlarin
glvenligini glic cografi kosullarda saglamakta zorlanmalari nedeniyle bu tir yerlesim
yerlerinin bosaltiimasi yénindeki talep, korucu olma/olmama hali, PKK terdr 6rgltine
katilma baskisi gibi giivenlik nedenleriyle ortaya ciktii gdrilmektedir. Ozellikle 1985-
1996 vyillari arasinda terérin siddetlenmesi nedeniyle bélgede yasayanlardan bazilarinin
yerlesim yerleri zorunlu olarak veya kendi istekleriyle degismistir. Tlrkiye'de i¢ gog
hareketlerinin gevresel nedenlerine ve sonucuna iliskin belirgin bir 6rnek de 17 Agustos
1999 Marmara depreminden sonra c¢ok sayida kisinin, Istanbul ve Kocaeli'ni terk
etmesiyle, bu illerin go¢ oranlarinin yikselmesi ve dolayisiyla bu illere dogru olan gécg
oraninin da dismesidir.

Evlilik, egitim, is degdisikligi/tayin, emeklilik, ebeveynin gbéc etmesi gibi nedenler gogin
bireysel/ailevi nedenlerini olusturmaktadir. Ayrica Tirkiye’de kan davasi, tére/namus
nedeniyle yapilan gégler de, gég olayinin farkl bir boyutunu géstermektedir [5, 7].

4. Literatiir Taramasi

GUnimizde hemen hemen butln arastirmalardan elde edilen veriler degisik istatistiksel
tekniklerle degerlendirilmektedir. Arastirmalarda mevcut verilerin dogru siniflandiriimasi
ya da gruplandirilmasi bircok alanda siklikla kullanilan bir degerlendirmedir. Gergekgi
gruplandirmalarin yapilabilmesi igin istatistiksel olarak cesitli teknikler gelistirilmistir.
Bunlarin baglicalari; temel bilesenler, kimeleme, c¢ok boyutlu 6lcekleme ve uyum
analizleri olarak siralanabilir.

Pazarlioglu (2001) calismasinda, panel veri modellerini kullanarak Tirkiye'de ig gbgln
ekonometrik modellerini olusturmus; uygun modellerden faydalanarak iki tane senaryo
analizi ve ig gog Uzerine 6ngoériler yapmistir. Yapilan senaryolar ve kurulan modeler
sonucunda i¢ goclin 6nlenmesinde etkili olan yollarin; gelir dadgihmindaki esitsizligin
giderilmesi ve sehirlerarasi ekonomik farkliliklarin ortadan kaldirilmasi olarak belirtilirken
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ic goclin en 6nemli sonuglarindan birisinin de garpik kentlesme oldugu tespit edilmistir
[8].

Saragli, Yilmaz ve Kaygisiz (2004) Turkiye'de beseri kalkinmisligin cografi dagilimini
inceledikleri galismalarinda, beseri kalkinmiglk indeksini meydana getiren (¢ ana unsur
olan ortalama yas, egitim ve gelir (GSYIH) indekslerinin cografi dagiimini cok dediskenli
istatistiksel yéontemlerle incelemeyi amacglamislardir. Bu nedenle calismada séz konusu
indeksler kullanilarak bu verilere temel bilesenler analizi, kiimeleme analizi ve ¢ok
boyutlu 6lcekleme analizi uygulanmistir. Yapilan analiz sonuclarina goére ele alinan (g
indeks degerinin, bu dederlerin genel bir ifadesi olan beseri kalkinmiglik indeksi ile uyum
icinde oldugu go6zlenmistir. Kimeleme analizine goére beseri kalkinmiglik agisindan
birbirlerine en yakin bolgeler; ic Anadolu Bélgesi ile Karadeniz Bdlgesi, Dogu Anadolu
Bolgesi ile Glineydodu Anadolu Bolgesi ve Akdeniz, Ege ile Marmara Bolgeleri olarak
belirlenirken ¢ok boyutlu dlgekleme analizine gbre birbirine en uzak bdlgeler, birinci
boyuta gére Dogu Anadolu Boélgesi ile Marmara Bdlgesi, ikinci boyuta gore ise Karadeniz
Bolgesi ile Glineydogu Anadolu Bolgesi olarak belirlenmistir [12].

Dura, Atik ve Tirkerin (2004) beseri sermaye acisindan Tirkiye'nin Avrupa Birligi
karsisindaki kalkinma seviyesinin incelenmesine yoénelik yapmis olduklari calismada,
beseri sermayeye ait 16 dedisken kimeleme ve c¢ok boyutlu 6lcekleme analizine tabi
tutulmus ve Tirkiye ile benzer olan Avrupa Birligi Ulkeleri belilenmeye calisiimistir.
Gerek kimeleme gerekse c¢ok boyutlu 0dlcekleme analizi bulgularina gére mevcut
degiskenler dogrultusunda, Turkiye'nin 26 Avrupa Birligi tlkesinden herhangi biri ile ayni
gelisme seviyesinde olmadigi sonucuna ulasiimistir [13].

Filiz ve Cemrek (2005), Avrupa Birligi'ne Gye 15 Ulke ile Tarkiye'nin sosyo-ekonomik
acidan farkhliklarini gok boyutlu dlgekleme analizi yardimiyla karsilastirmiglardir. Oncelikle
faktor analizi ile calismada kullanilan 16 dedisken 4 faktére indirgenmistir. Cok boyutlu
Olcekleme analizi sonucunda 1. boyutta birbirinden farkh olan (Ulkeler Tirkiye ile
Lilksemburg, 2. boyutta Finlandiya ve Belcika, 3. boyutta ise irlanda ve Ingiltere olarak
belirlenmistir. Ug boyutta da farkliliklarin olusmasinda etkili olan temel degiskenler; Kisi
Basina Diisen Gayri Safi Yurt ici Hasila, Kisi Basina Devlet Nihai Hane Halki Tiketim
Harcamasi, Kisi Basina Elektrik Tiketimi (kw/saat), Kisi Basina Temiz Su Tiketimi (m®)
olarak gézlenmistir [14].

Ceritli, Sunar ve Demirci (2005) calismalarinda Ulke igindeki gég hareketliliginin zaman
icindeki degisimini ve bu degisimin nifus yapisina etkilerini incelemislerdir. Analizde 2000
Genel Nifus Sayimi sonuglarina gére go¢ eden nlfusun nitelikleri, toplam nifus ile
farkhliklar vurgulanarak goécin asil nedeninin is bulma oldugu, tayin/atama, egitim ve
Marmara ve Dlizce depremlerinin etkisinin de hem iller arasi hem de il igcinde yogun go¢
hareketlerine neden oldugu tespit edilmistir [15].

Sahin, Atis ve Miran (2006) makalelerinde, tarim ve gevre 6zelliklerini dikkate alarak gok
boyutlu dlcekleme analizi ve kiimeleme analizi yardimiyla Ege Boélgesi’'ndeki illeri benzer
gruplara ayirmaya calismislardir. incelenen bélgede yer alan 12 ilden tarim ve cevre
ozellikleri bakimindan c¢ok boyutlu 6lgekleme analizi sonucglarina goére birbirine en fazla
benzeyen iki il Canakkale ve Balikesir; en farkh iki il ise Mugla ve Afyon olarak
g6zlenmistir. Ayrica kimeleme analizi sonuglarina gére tarim ve c¢evre o6zellikleri
bakimindan (i¢ kiime elde edilmis, ilk kimede Izmir, Manisa ve Aydin illerinin, ikinci
kiimede Mudla ilinin, tGglincl kiimede ise diger Ege illerinin yer aldigi gortlmustir [16].

Sigirh, Ediz, Cangur, Ercan ve Kan’in (2006) yapmis olduklari calismada, Avrupa Birligi'ne
Uye ve Uyeligine aday Ulkelerin saglik dizeyi 6lgltleri dikkate alinarak, ulkelerin ilgili
saglik gostergeleri bakimindan birbirlerine gére konumlarinin incelenmesi ve aralarinda
var olabilecek benzerliklerin ya da farkhliklarin ortaya konulmasi amaglanmistir. Bu amag
dogrultusunda dediskenlerin toplam 25 Ullkeye iliskin dederleri kullanilarak gok boyutlu
Olcekleme analizi uygulanmis ve uygulama sonucunda, temel sadlk go6stergeleri
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bakimindan Turkiye, Slovakya, Macaristan ve Cek Cumhuriyeti bir grup, diger ulkeler ise
ikinci grupta yer almiglardir. Ozellikle ikinci grubun olusmasinda yapilan saglk
harcamalari ve milli gelirden saghda ayrilan payin 6n plana giktigi géralmusttr [17].

Karabulut ve Polat (2007) calismalarinda gogiin en yodun yasandigi Agri Alt Bolgesi’'nde
bulunan illerdeki (Agri, Kars, Igdir ve Ardahan) goécin nedenlerini ve sonuclarini
Korelasyon ve Anova Analizleri ile belirlemislerdir. Elde edilen bulgulara gére goécin en
onemli nedenlerini; saglik ve egditim hizmetlerinin yetersizligi, sosyal faaliyetlerin azligi,
iklim kosullarinin zorlugu ve daha iyi is bulma olarak siralamislardir [10].

Soltyszewski vd. (2008) yapmis olduklari calismalarinda, Polonya nifusunun homojenligi
ile komsu Ulkeler arasindaki genetik iliskileri, varyans ve gok boyutlu élcekleme analizi ile
degerlendirmislerdir. Analiz sonucunda Polonya’nin homojen bir nifusa sahip oldugu
belirlenirken, Almanya nifusunun, Rusya ntfusu ile benzer oldugu fakat Polonya nifusu
ile arasinda benzerlik bulunmadigi gézlenmistir. Bu bulgulara neden olan tarihsel olaylarin
ise; Goth'larin gdgleri, Viking’'lerin etkisi, Almanlarin Volga nehri civarinda yerlesmesi
ve/veya yerlesmeye zorlanmasi ve II.Dlnya Savas! ile baglantih diger durumlar oldugu
belirtilmistir. [18]

Fyhri, Jacobsen ve Tommervik'in (2009) Kuzey Iskandinavya’nin bir kiyi bélgesindeki
uluslararasi turistlerin bdlge tercihlerini agiklamak amaciyla yapmis olduklari galismada,
turistler icin 6nemli oldugu disinilen Ug farkl kavram (zerinde yogunlasiimistir; 6zgln
bolge olmasi, bol bitki Ortlistine sahip olmasi ve insan etkisinin azhdi. Cok boyutlu
Olgekleme sonuglarina gore, turistler bdlgesel tercihlerini yaparken az insan ve bol bitki
kavramlarini birlikte, 6zglin bodlge olma o6zelligini ise tek basina bir tercih olarak
benimsemiglerdir [19].

5. Istatistiki Bolge Birimlerine Gére Gé¢ Dagihminin Incelenmesi

Arastirmanin amaci dogrultusunda olusturulan veri setine ve kullanilan yénteme iliskin
bilgiler asagida verilmistir.

5.1. Arastirmanin Amaci ve Onemi

Insanlarin cesitli nedenlerle bulunduklar ortamdan ayrilarak yerlesmek amaciyla farkh bir
yere goc etmeleri her donemde karsilasilabilen bir durumdur. Bu cgalismanin amaci
oncelikle, Turkiye'de bdélgelerarasi goglerin; alinan/verilen goéglere, demografik faktdrlere
ve sosyo-ekonomik gelismislik siralarina gére konumlarinin incelenmesi ve aralarinda var
olabilecek benzerliklerin ya da farkhliklarin ortaya konulmasidir.

Ic gbéc hareketlerinin gostergelere bagli olarak hangi 6zellikteki bdlgelerde
yogunlastiginin, hangi bolgelerin benzer ya da farkhh gruplarda konumlandidinin
belirlenmesi, hem gog alan o bélgelerin nifus yodunlugunun kontroliinde hem de so6z
konusu boélgenin kentsel ve sosyal yapilanma programlarinin dizenlenmesinde dnem
kazanmaktadir. Ayrica gég veren bdlgelerin, gé¢ verme nedenlerinin belirlenmesi ile ilgili
bolgedeki mevcut problemlerin giderilmesine yonelik kentsel ve sosyal programlarin
olusturulmasina kaynak teskil etmesi acisindan da calisma dnem arzetmektedir.

5.2. Veri Seti

Calismada kullanilan veri seti, Tirkiye Istatistik Kurumu (TUIK) tarafindan yayinlanan
2008 yilina iliskin géc istatistiklerinden, Adrese Dayal Nufus Kayit Sistemi (ADNKS) Veri
Tabanindan [20] ve Devlet Planlama Teskilati tarafindan yayinlanan “lllerin ve Bélgelerin
Sosyo-Ekonomik  Gelismislik  Siralamasi  Arastirmasi”’ndan  [21]  vyararlanilarak
dizenlenmistir. Calismada bdlgeler bazinda alinan ve verilen gogler, net goc¢ hizlar,
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toplam nfus, nifus yogunlugu, sehirlesme orani nicel dediskenleri ile bélgelerin sosyo-
ekonomik gelismislik sirasini gdsteren kategorik degiskeni kullaniimistir.

Calismada sozu edilen boélgeler ve bu bdélgelerin kapsadidi iller ile DPT tarafindan yapilan
“Illerin ve Bdlgelerin Sosyo-Ekonomik Gelismislik Siralamasi Arastirmasi” sonuglarindan
elden edilen sosyo-ekonomik gelismislik siralamalari Tablo 1'de 6zetlenmistir.

Alinan gé6c¢ ifadesi, Ulke sinirlar icerisindeki belirli bir bolgeye diger bolgelerden gelen
gocl, verilen goc ifadesi ise (ke sinirlar icindeki belirli bir bélgeden, diger bélgelere
giden gocu ifade etmektedir. Bélgenin toplam niifusu; 2008 yili ADNK veri tabanindan
yararlanilarak s6z konusu bélgelere dahil illerin toplanmasi ile elde edilmistir. Bblgenin
nifus yogunlugu; her bir bolgede yer alan illerin sahip olduklari toplam ylizolgiminin, o
bélgenin nifusuna oranlanmasi ile hesaplanmistir. Net géc¢ hizi; her bir bdlge icin; gbg
edebilecek her bin kisi icin net goc sayisi olup, hesaplanmasinda asagidaki formilden
yararlaniimigtir:

M.i _Mi.
~05(M; -M,)’

m.. = 1000 1
() = p (1)

i.t+n

Burada m;_;,; net gogc hizini, M; =M, ; sirasiyla aldigi ve verdigi gogu, P i'nin t+1

i.t+n 7/

zamanindaki nidfusunu géstermektedir [22].

Arastirmada kullanilan sehirlesme orani ise; toplam nifus iginde il ve ilge merkezinde
yasayan nifusun toplam nifusa oranini ifade etmektedir. Bu oran 2008 yil itibariyle her
bir bdlge icin hesaplanmistir.

Tablo 1 Bolgeler ve Sosyo-Ekonomik Gelismislik Siralamasi

Sosyo-
Ekonomik . . =
Gelismislik Bolgeler Kapsadigi Iller
Sira No

1 Istanbul (iIST) Istanbul

2 Bati Marmara (BM) Tekirdag, Edirne, Kirklareli, Balikesir,
Canakkale
Izmir, Aydin, Denizli, Mugla, Manisa,

3 Ege (EGE) Afyon, Kiitahya, Usak

o Bursa, Eskisehir, Bilecik, Kocaeli,

4 Dogu Marmara (DM) Sakarya, Diizce, Bolu, Yalova

5 Bati Anadolu (BA) Ankara, Konya, Karaman

6 Akdeniz (AKD) Antalya, Isparta, Burdur, Adana, Mersin
Kirikkale, Aksaray, Nigde, Nevsehir,

/ Orta Anadolu (OA) Kirsehir, Kayseri, Sivas, Yozgat
Zonguldak, Karabuk, Bartin, Kastamonu,

8 Bati Karadeniz (BK) Cankiri, Sinop, Samsun, Tokat, Corum,
Amasya

9 Dogu Karadeniz (DK) Tr_fabz__on, Ordu, Giresun, Rize, Artvin,
GUmdushane

10 Kuzeydogu Anadolu (KDA) Egérrruzafr:?:can’ Bayburt, Agri, Kars,

11 Ortadogu Anadolu (ODA) Mi?té?tllislal-zlgglék?r?gm’ Tunceli, Van,

. o Gaziantep, Adiyaman, Kilis, Sanliurfa,
12 Guneydogu Anadolu (GDA) Diyarbakir, Mardin, Batman, Sirnak, Siirt
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Ulkemizde gbéglerin boyutunu belirleyebilmek icin en énemli kaynak, nifus sayimlari
verileridir. Sayimlar, sayim tarihinden bes yil ©6nceki ikamet yeri ve g6¢ nedeni
konusunda bilgi saglamaktadir. Ancak bu bilgilerin cogu 2000 yih Nifus Sayimina
dayanmakta ve iller dizeyinde dlizenlenmis bulunmaktadir. Bu nedenle verilerin 2008
ADNK veri tabanindan yararlanilarak bdlgelere uygun sekilde yeniden dlizenlenmesi
gerekmistir.

Elde edilen verilerin analizinde SPSS 15.0 paket programindan yararlaniimisgtir. Veriler
SPSS ALSCAL algoritmasinda, gozlemler arasinda uzaklik matrisine dénistirilerek analiz
edilmis ve yorumlanmigtir.

Cok boyutlu o6lgekleme analizlerinde kullanilan algoritmalar, nesne veya birimlerin
benzerliklerini ikili, Ui¢clii veya coklu gruplar halinde karsilastirirlar. ikili karsilastirmalar
genellikle, Takane, Young ve De Leeuw (1977) tarafindan 6nerilen ve dalgali en kuglk
kareler olgedi (Alternating Least Square SCALing) olarak bilinen Alscal algoritmasi
kullanilarak elde edilmektedir [23]. Bu algoritma, nesneler ya da birimler arasinda fark
gbzetmeden karsilastirmalar yaparak gruplar belirlemektedir [24]. Arastirma, tercih
verileri Gzerinden yapiliyorsa Alscal algoritmasi yerine Indscal ve Proxscal algoritmalari
kullanilmaktadir. Belirtilen algoritmalar uygulamada ele alinan nesne veya birimlere
yonelik bir tercih adirligi séz konusu oldugunda bu adirliklari dikkate alarak
karsilastirmalar yapmakta ve dolayisiyla gruplandirmalar sadlamaktadir [25, 26]. Bu
calismada herhangi bir agirlik s6z konusu olmadidi igin SPSS Alscal algoritmasi ile ikili
karsilastirmalar yapilarak gruplandirmalar saglanmistir.

5.3. Metodoloji

Cok degiskenli istatistiksel analizler, tek dediskenli istatistik analizlerin kullanilamadigi
durumlarda problemlerin ¢éziimiinde yararlanilan; finans, Uretim, saglik, teknoloji, ve
pazarlama gibi dedisik alanlardaki calismalarin degerlendiriimesinde oldukga 6nemli rol
oynayan yontemlerdir. Cok dediskenli istatistik analizlerin uygulanabilmesi icin 6ncelikle
fazla sayida veri ve degiskenin bulunmasi gerekir. Bu analizlerin kullanimi ile genel olarak
karmasik problemler daha anlasilir hale getirilmeye, birimler siniflandiriimaya,
degiskenlerarasi bagimliik yapisi ortadan kaldirlmaya ve veriler daha az boyutta
incelenmeye calisilir.

Bu calismada, Dbdlgelerin alinan/verilen gbéglere, demografik, sosyo-ekonomik
gbstergelere goére konumlandirilarak benzerlik ve farkhliklarinin grafiksel olarak
gosterilmesinde, bir veya birden fazla degiskenin, diger dediskenlerle aciklanamadigi,
dederinin tahmin edilemedidi, dediskenlerin bagimh ya da bagimsiz olarak
tanimlanamadidi, tim degdiskenler arasinda var olan karsilikli iliski ile ilgilenildigi “karsilikli
(ortaklasa) bagimlihk yapisinin incelendigi cok dediskenli istatistiksel yontemlerden” biri
olan gok boyutlu élcekleme analizinden yararlaniimistir [27].

Cok degiskenli analiz yéntemlerinin bazilari yapilarinin sonucu olarak, farkh gruplarda yer
almaktadirlar. Bununla birlikte amaclar dogrultusunda gruplarda degisiklikler s6z konusu
olabilmektedir. Birimlerin gruplanmasina yoénelik teknikler Q analizi teknikleri olarak,
boyut indirgemeye yoénelik teknikler ise R analizi teknikleri olarak adlandiriimaktadir. Cok
boyutlu dlcekleme analizi, kimeleme ve diskriminant analizi gibi Q analiz tekniklerinden
biridir, ayrica boyut indirgeme o6zelliginden dolayida R analiz teknikleri arasinda yer
almaktadir. Bu nedenle ¢ok boyutlu dlceklemenin boyut indirgemeyi de amacglayan bir Q
analizi oldugu soylenebilir [1, 28].

5.3.1. Cok Boyutlu Olcekleme Analizi

Cok boyutlu olcekleme analizi, n nesne ya da birim arasindaki p dediskene gore
belirlenen uzakliklara dayali olarak nesnelerin k boyutlu (k<p) bir uzayda gosterimini elde
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etmeyi amacglayan, bdylece nesneler arasindaki iliskileri belirlemeye yarayan bir
yontemdir [29].

Verilerin siniflandirilmasi ve gruplandirilmasi amaciyla gelistiriimis bir analiz olan ¢ok
boyutlu 0&lgcekleme analizi, bu acidan kimeleme analizi ve diskriminant analizi ile
benzerlik tasimaktadir. Cok boyutlu dlcekleme analizi cok boyutlu uzayda verilerin iliski
yapisini grafiksel olarak ortaya koyarken birimlerin benzerlik veya farkllik dederlerini
dikkate almaktadir.

Analizin genel amaci, uzaklik dederlerinden hareketle en az boyutla birimlerin iliski
yapisini orijinal yapiya en yakin sekilde belirlemektir. Bu analiz ile cok boyutlu veri
matrisindeki birimler arasindaki karmasik iliskilerin daha kolay anlasilabilir ve agiklanabilir
boyutlara indirgenmesi saglanabilmektedir [25]. Bu genel amacindan hareketle bir veri
indirgeme analizi olarak da dislinilen ¢ok boyutlu dlgekleme analizi faktér analizi ile
benzerlik géstermektedir. Ancak faktdér analizi uygulamasinda verilerin normallik ve
dogrusallik gibi varsayimlarini saglamalari istenirken gok boyutlu 6lgekleme analizinde bu
tir varsayimlarin olmamasi, faktér analizinde korelasyon ve kovaryans matrisleri
kullanilirken ¢ok boyutlu 6lgcekleme analizinde farkhlik fonksiyonunun kullaniimasi iki
yontem arasindaki temel farkhlklardir [30].

Kimeleme analizinde de diskriminant analizinde oldugu gibi verilerin normal dagihml
olmasi gerektigi varsayimi olmakla birlikte normallik varsayimi prensipte kalmakta,
uzaklik dederlerinin normalligi yeterli goértulmektedir. Cok boyutlu o6lcekleme analizi,
kiimeleme analizi gibi yine dagihm varsayimi gerektirmeyen bir yontem olmakla beraber,
kiimeleme analizinde amac sadece birimlerin uzakliklarina gére kiimelere atanmasi iken
¢ok boyutlu dlgeklemede bu sonucun yani sira nesneler arasi iliski yapisinin serpilme
diyagramlariyla gorsel olarak sunulmasi avantaji da bulunmakta ve bu nedenle daha
saglikl sonugclar elde edilebilmektedir [1, 31].

5.3.2. Cok Boyutlu Olcekleme Analizi Varsayimlari

Cok boyutlu odlcekleme veriler ile ilgili dagilim varsayimi gerektirmeyen bir analizdir.
Ancak c¢ok boyutlu dlcekleme analizinin uygulama kosulu, birimler arasindaki iliskilerin
tam olarak belirlenemedigi durumlarda, eder uzaklk matrisi elde edilebiliyorsa birimler
arasindaki iliskilerin bu uzakhk matrisi yardimiyla gésterilmesidir [25, 32].

Analizde kullanilacak veri tipinin hangi 6lgek tlrine gore belirlendigi ¢ok boyutlu
Olgekleme analizinin uygulanmasinda o6nemli bir yer tutar. Cok boyutlu 6&lgekleme
analizinde, uzakliklar matrisi kullanilarak ¢6zime ulasilmasi nedeniyle, veri tipine uygun
uzakhk matrislerinin olusturulmasi gerekmektedir. Cesitli veri tipi o6lgltlerine gore
kullanilabilecek uzaklik hesaplama ydntemleri Tablo 2'de 6zetlenmistir. Bir baska dnemli
nokta ise eder degiskenler farkh o6lgeklerde elde edilmis ise 6nce dederlerin uygun bir
yontemle standardize edilmesi geredidir. Bunun nedeni ise dediskenlere ait veri yapisi
farkliiginin uzakhk degerlerinin belirlenmesinde farklliklar yaratacak olmasidir. Ilgili
degiskenlerin verilerinde donlstim yapilmasi ya da batin dediskenlere yonelik belirli bir
standardizasyon uygulanmasi bu sorunun ortadan kalkmasini saglayacaktir. Uygulamada
cok sayida standartlastirma teknigi yer alirken genelde cok boyutlu o6lgceklemede
kullanilan standartlastirma teknikleri, z skor, 0 ile 1 araliginda donistiirme, maksimum
dedger 1 olacak sekilde donlstlirme, ortalama 1 olacak sekilde donlistiirme ve standart
sapmasl 1 olan dederlere donlstirme teknikleridir [29].
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Tablo 2 Veri Tipi ve Uzaklik Elde Etme Yontemleri

Uzakhk (farkhihk) Elde Etme

Veri Tipi Olgegi Yontemleri

Aralik ve orantili 6lgek Oklid uzakhg, Karesel Oklid uzakligi,
Chebychef, Blok, Minkowski.

_ Oklid uzakhgi, Karesel Oklid uzakligi,Size
Ikili (Binary) dlgek difference, Pattern difference, varyans
uzakhdi, Lance-Williams uzakhgi.

Sayim degderleri (Count) | Ki-kare, Fi-kare 6lclsd.

5.3.3. Cok Boyutlu Olcekleme Analizi Tiirleri

Cok boyutlu 6lceklemede analiz tirleri, veri tipine bagh olarak genellikle metrik ve metrik
olmayan analizler olarak ikiye ayrilirlar.

5.3.3.1. Metrik Cok Boyutlu Olcekleme

Metrik cok boyutlu élgekleme, birimlerarasi uzakliklari kullanan analizdir. n tane birimin
aralarindaki pozitif uzakhklar belirli iken, bu birimler (n-1) boyutlu 6klid uzayinda, n
nokta ile ifade edilmektedir. Metrik cok boyutlu o6lgceklemede, bu n tane noktanin

uzakliklari (dij) ile tahmini uzakliklarinin (di,-, f(6;))) yakinhgindan hareketle asagidaki

formilasyonun minimize edilmesi sadlanarak en uygun boyutta iliski belirlenmeye
calisilir. Minimizasyon icin daha farkh teknikler de literattrde kullanilmaktadir [28].

L=%(d;— aij)z (2)

Metrik cok boyutlu dlgekleme analizin kullanilabilmesi icin verilerin aralikli ya da orantil
Olcek dlizeyinde 6lglilmesi gerekmektedir.

5.3.3.2. Metrik Olmayan Cok Boyutlu Olcekleme

Metrik olmayan cok boyutlu 6lcekleme, birimlerarasi uzakliklarin siralamasini kullanan
analizdir. Uzaklik dederleri sira numaralarindan hareketle uzakliklar ile tahmini uzakliklar
arasindaki uygunlugu belirlemek amaciyla (3) numaral formilde belirtilen Kruskal stress
istatistigi ile hesaplanir [29], [33]. Herhangi bir boyut icin en kiicik stres dederini veren
sekil, o boyut icin en iyi sekil olarak dederlendirilir. Literatlirde stress istatistiginin
belirlenmesine yonelik degdisik algoritmalar da gelistirilmistir [28].

(3)

Stress =

Kruskal stress istatistigi, 0 ile 1 arasinda yer alir ve 0,20’den biyuk olmasi uyumun zayif
oldugunu gosterirken 0’a yaklasmasi uyumun arttigini, 0-0,025 aralidinda ise tam
uyumun oldugunu ifade eder [34, 35].

Metrik cok boyutlu 6lgeklemenin aksine metrik olmayan c¢ok boyutlu 6lgeklemede
yontemin kullanilabilmesi igin verilerin siniflayici ya da siralayici 6lgek dlizeyinde olmasi
yeterlidir [25].

Sonug olarak hesaplamalarin basitligine karsin uzaklik fonksiyonunun monoton
dondsiminin  saglkli  olmamasi nedeniyle metrik yontemler pek yaygin
kullanilmamaktadir. Ote yandan elde sadece benzerlik/farklilik 6lglimlerinin olmasi
durumunda metrik olmayan yéntemlerin kullaniimasinin zorunluluk olmasinin yani sira,
kayip ya da eksik gbézlemler olmasi durumlarinda daha iyi sonucglar vermesi nedeniyle de
metrik olmayan olgekleme tlrleri tercih edilmektedir [1].
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5.3.4. Cok Boyutlu Olcekleme Analizi Uygulama Asamalari
Cok degiskenli 6lcekleme analizinin uygulanmasi temel olarak alti adimdan olusmaktadir:

Adim 1: Problemin tanimlanmasi, verilerin ve degiskenlerin olusturulmasi

Problemin tanimi ile beraber olusturulan veri matrisinde (Xij) yer alacak verilerin ayni

Olgek turine goére olusturulmasi gerekmektedir. Veriler arasinda farkli dlgek tirine ait
dederler var ise verilerin uygun bir 6lgek tliriine dondstlrilmesi ya da standart hale
getirilmesi gerekmektedir. Ayrica 20’den fazla degisken kullanilmasi analizi hantallastirip
kullanissiz kilmaktadir [25], [36].

X11 X12 " Xin
X21 X2t Xop

X = : : : (4)
Xp1  Xp2 Xpn

Adim 2: Uzaklik matrisinin (Dij) olusturulmasi

Bu adimda orijinal birimler arasindaki uzakliklar asagidaki formdl yardimiyla olusturulur
[32].

dij = 2 — Xjx)? (5)
0
d 0 Simetrik
p|dn ¢ me i 6)
dpl dpz 0

Adim 3: Probleme uygun boyutun belirlenmesi

Yapinin kag boyutlu uzayda incelenecegine karar verebilmek igin her boyutun stress
istatistigi degerleri belirlenir. Bltin stress istatistiklerinden en kilclik olana ait boyut,
¢6zimde kullanilacak boyut olarak belirlenir.

Adim 4: Tahmini uzaklik matrisinin elde edilmesi

d,, tahmini uzaklik degerleri (konfiglirasyon uzaklik degerleri), veri tipine bagl olarak
dogrusal, polinominal veya monotonik regresyon yontemlerinden birisi ile elde edilir [25].
Bu asamada regresyon ydntemlerinden hangisinin segilecedine verilerin serpilme
diyagramina bakilarak karar verilir.

Adim 5: Gergek uzaklk dederleri ile tahmini uzakhk dederlerinin uygunlugunu
belirleyebilmek icin stress istatistiginin belirlenmesi

Kac boyutlu uzayda inceleme vyapilacaginin belirlenmesinde, grafiksel gdsterimin
olusturulmasi ve yorumlanmasinda énemlidir. Amag, en az boyutlu uzayda en uygun
iliskiyi elde etmektir [32]. Bu amacla daha o6nce (3) no’lu esitlikte verilen ve asadida
tekrar gosterilen formilasyondan hareketle stres istatistii ve RSQ uyum indeksi
dederleri belirlenerek uyumun dizeyi hakkinda bilgi elde edilir. RSQ; uzakhk
dederlerinden hareketle hesaplanan donusturilmis yakinhk dederlerindeki varyansin
ylzdesidir [30]. Stress istatistiginin sifira, RSQ korelasyon katsayisinin ise 1'e yaklasmasi
arzulanan dederlerdir.

Y Y(dy; —di))’
YYd;’

Stress =
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Adim 6: Grafiksel gosterim ve yorumlanmasi

Birimlerin Gglncl adimda belirlenen boyuttaki grafiksel gésterimi olusturulur ve birimler
birbirlerine ya da ideal noktaya olan uzaklik ya da yakinliklarina gére yorumlanir.

5.4. Arastirma Bulgulari

Calismada CBO analizi, yedi dediskene gére 12 bélge arasindaki uzakliklara dayali olarak
2 ve 3 boyutlu olarak gergeklestirilmistir. Elde edilen sonuglarin, mevcut veri setini yeterli
Olglide yansitip yansitmadigini gosteren stress degerleri incelenerek bu dederin k=3
boyut icin daha yiksek oldugu gérilmustir. Bu nedenle 3 boyutlu CBO sonuglari verilmis
ve bu sonuglara iliskin yorumlar yapilmistir.

k=3 boyut icin stress istatistigi 0.02421 olarak bulunmustur. Bu sayi, konfiglirasyon
uzakhklar ile tahmini uzakliklar arasinda “cok iyi” dizeyde bir uyum bulundugunu
gOstermektedir. Diger bir deyisle elde edilen sonuclarin, calismada kullanilan veri setini

yeterli 6lciide yansittigi soylenebilir. R? = 0.99746 olarak belirlenmistir. Bu deger
guvenilirlik acisindan modelin  verileri mikemmel bir sekilde temsil ettigini
gbdstermektedir.

Sekil 1’de bélgeler g boyutlu geometrik gdsterimde konumlandiriimistir. Grafikten de
gorilebilecedi gibi Istanbul Bélgesi, diger bolgelerden farklilik gdstermekte ve kendi
basina bir grup olusturmaktadir. Bati Marmara, Dogu Marmara ve Bati Anadolu Boélgesi
ise goge iliskin veriler, demografik ve sosyo-ekonomik gostergeler agisindan birbirine
benzeyen bdlgelerdir.
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Sekil 1: Bolgelerin Ug Boyutlu Konumlandirilmasi

Istatistiki bélge birimlerinin degiskenlere gére belirlenen ve (¢ boyutlu geometrik
gOsterime esas olan koordinat dederleri (stimulus coordinates) Tablo 3’de gosterilmistir.

Tablo 3 Bolgelerin Ug¢ Boyutlu Geometrik Gosterimine Iliskin Koordinat

Degerleri
. Boyut

No Bolgeler 1 > 3

1 Istanbul (IST) 3.6206 | -0.9944 | -0.6126
2 Bati Marmara (BM) -0.7113 | 1.2335 -0.3491
3 Ege (EGE) 1.1269 | 0.1111 0.6893
4 Dogu Marmara (DM) 0.9187 | 1.0901 -0.0042
5 Bati Anadolu (BA) 0.9126 | 0.7510 -0.3477
6 Akdeniz (AKD) 0.9017 | -0.1483 0.7733
7 Orta Anadolu (OA) -0.8650 | -0.1234 | -0.2362
8 Bati Karadeniz (BK) -0.6096 | -0.0291 0.1693
9 Dogu Karadeniz (DK) -1.4416 | 0.2934 -0.2015
10 | Kuzeydodgu Anadolu (KDA) -2.2382 | -1.0519 | -0.3412
11 | Ortadogu Anadolu (ODA) -1.4332 | -0.4238 | -0.0002
12 | Giuneydodgu Anadolu (GDA) -0.1817 | -0.7080 0.4605

Birinci boyutta Istanbul Boélgesi pozitif yikli en yiksek dedere (3.6206) sahiptir. Bu
deger diger bolge dederlerinden cok yilksektir ve birinci boyutta en énemli ayristiricidir.
Bu nedenle Istanbul Bdlgesi ayri bir grup olarak ele alinmalidir. Ayni sekilde negatif yikli
en yiksek dedere (-2.2382) sahip olan Kuzeydodgu Anadolu Bolgesi de farkl bir grup
olarak belirlenmistir. Dikkati ceken bir diger nokta da, Dogu Marmara Bolgesi ile Bati
Anadolu Bélgesi'nin birbirlerine benzer oldugudur (0.9187 ve 0.9126). ikinci boyutta en
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farkl bélgeler Bati Marmara Bolgesi ve Kuzeydogu Anadolu Bolgeleri‘dir. Uglincti boyutta
ise Istanbul Bdlgesi ile Akdeniz Bdlgesi en farklh iki bdlge olarak gérinlirken tim
bolgelere iliskin dederler arasi farkin azaldigi gorilmustar.

12 bolgenin birbirlerine olan uzakliklarinin hesaplandigi ve Tablo 4’'de gésterilen
farkliliklar matrisine gére goé¢ verileri ve sosyo-ekonomik géstergeler agisindan birbirine
en fazla benzeyen boélgeler 0.268 matris dederi ile Ege ve Akdeniz Boélgesi, en az
benzeyen iki bolge ise 5.822 matris dederi ile Istanbul ve Kuzeydogu Anadolu
Bolgeleri'dir. Farkliliklar matrisinde bdlgelerin hemen hepsinin 1 ve 2'nin U(zerinde
dederlere sahip olduklar, diger bir deyisle birbirlerinden farkhlik gosterdikleri
gorilmektedir. Ayrica tabloda dikkati ceken bir diger durum da istanbul Bélgesi'nin diger
bolgelerden ve o6zellikle 4’Gn (zerinde dederlerle Kuzeydogu Anadolu (5.882), Dogu
Karadeniz (5.218) ve Ortadodu Anadolu (5.213) Bolgeleri’'nden oldukga farkh bir konuma
sahip olmasidir.

Tablo 4 Farkliliklar Matrisi

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12
1 .000
2 4.850 .000
3 3.015 2.382 .000
4 3.461 1.677 1.235 .000
5 3.321 1.920 1.219 .652 .000
6 3.157 2.394 .268 1.460 1.448 .000
7 4.601 1.421 2.199 2.119 1.886 2.036 .000
8 4.397 1.290 1.768 1.926 1.840 1.596 .613 .000
9 5.218 1.069 2.724 2.491 2.528 2.563 .843 .903 .000
10 5.882 2.785 3.705 3.835 3.576 3.461 1.565 1.965 1.627 .000
11 5.123 1.797 2.710 2.786 2.667 2.461 .669 .925 .682 1.032 .000
12 3.970 2.189 1.569 2.133 1.932 1.230 1.099 .993 1.754 2.221 1.302 .000

Gorsel agidan daha belirgin olmasi nedeniyle her bir bélgenin birbirlerine gére konumlari,
Sekil 2'de Oklid uzakhk modeline iliskin iki boyutlu grafikte gdsterilmistir. Bu gdsterime

iliskin stress dederi 0.05424 oldugundan analiz sonucu “iyi” dizeyde uyumlu ve R?
=0.99034 olarak hesaplandigindan analiz givenilirdir. Grafik incelendiinde Istanbul
Bolgesi ile Kuzeydogu Anadolu Bodlgesi'nin 1. boyutta, Bati Marmara Boélgesi ile
Kuzeydodu Anadolu Boélgesi'nin de 2. boyutta en farkli bolgeler oldugu goérilmektedir.
Ozellikle Marmara Boélgesi ve Kuzeydou Anadolu Bélgesi farkl birer grup
olusturmaktadir. Orta Anadolu ve Bati Karadeniz Boélgeleri ile Dogu Marmara ve Bati
Anadolu Bolgeleri de birbirine yakin konumlanan bélgelerdir. Tablo 3'de yer alan 1. ve 2.
boyuta iliskin koordinat degerleri de grafiksel yorumu dogrulamaktadir.
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Gozlemsel uzakliklar (distances) ile farkliliklarin (disparities) dagilimini gésteren Serpilme
Diyagrami Sekil 3'deki gibi elde edilmistir. Buna goére uzakliklar ile farklihklar arasinda
dogrusal bir iliski bulundugu goérilmektedir. Bu durum, tahmini uzakliklarin gergek
degerlerle uyumlu oldugunu ve dogrusal model ile uygun ¢ézimiin elde edilebilecegini

gbstermektedir.
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Sekil 3 Oklid Uzaklik Modeli Dogrusal Serpilme Diyagrami
6. Sonuc¢

Zaman ve mekan bakimindan farklihk gdsteren ekonomik ve sosyal gelisme, sadece
Ulkeler arasinda degil, ulkelerin farkh boélgelerinde de ortaya cgikmaktadir. Sosyo-
ekonomik gelismislik farklliklari, tGlkemizde 1950'li yillardan bu yana yodun ic goglerin
yasanmasina neden olmus ve bu gdglerle birlikte bélgelerin niifus artis ya da azalisi ciddi
Olgiide degdisime ugramistir.

Ulkemizdeki niifus hareketleri bélgeler temelinde ele alindiinda surekli gég veren ve
stirekli go¢ alan bolgelerden sbéz edilebilir. Sirekli goc veren bodlgeler; basta Kuzeydogu
Anadolu Bolgesi olmak Uzere Glneydodu ve Karadeniz Bolgeleri, surekli gog alan bolgeler
ise Istanbul, Akdeniz, Marmara ve Bati Anadolu Bélgeleridir.

Bu calismada Tirkiye'de bdlgelerarasi goc hareketleri, 12 bélge arasindaki uzakliklara
dayali olarak aldiklari ve verdikleri goglere, net goéc¢ hizlarina, toplam nifus, ntfus
yogunludu, sehirlesme orani gibi demografik gostergelere ve sosyo-ekonomik gelismislik
sirasina gore ¢ok boyutlu 6lgekleme analizi ile incelenmistir.

Analiz; so6zl edilen yedi dediskene gore 12 bolge icin iki ve (g boyutlu olarak
gerceklestirilmis, (ic boyutlu analizin daha iyi sonuglar verdigi gérilmustir. Uc boyut igin
elde edilen sonuclarin, calismada kullanilan veri setini yeterli 6lglide yansittigi (stress
istatistigi = 0.02421) ve glvenilirlik acisindan modelin verileri mikemmel bir sekilde

temsil ettigi ( R?=0.99746) belirlenmistir.

Istatistiki bolge birimlerinin t¢ boyutlu konumlandiriimasi ve geometrik gdsterimine
iliskin koordinat degerleri incelendiginde Istanbul Bélgesi'nin diger bélgelerden farklilik
gosterdigi ve kendi basina bir grup olusturdugu gérilmektedir. Ayni farklilik Kuzeydogu
Anadolu Bolgesi icin de gecerlidir. Akdeniz ile Ege Bolgesi, Bati Marmara, Dodu Marmara
ve Bati Anadolu Bdlgeleri de birbirleriyle benzerlik gosteren bdlgelerdir. Farkhliklar matrisi
incelendiginde de birbirine en az benzeyen bdlgelerin yine Istanbul ve Kuzeydogu
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Anadolu Bolgesi, en fazla benzeyen bolgelerin ise Akdeniz ve Ege Boélgesi oldugu
gorilmektedir.

Her bir bdlgenin birbirlerine gére konumlarini gérsel olarak daha net gdsteren Oklid
uzaklik modeline iliskin iki boyutlu grafikte de benzeri sonuglara ulasiimaktadir. iki
boyutlu analizde Istanbul Bdlgesi ile Kuzeydogu Anadolu Bélgesi 1. boyutta, Bati
Marmara Bolgesi ile Kuzeydogu Anadolu Bélgesi de 2. boyutta en farkli bélgeler olarak
belirlenirken, Orta Anadolu ve Bati Karadeniz Bélgeleri ile Dogu Marmara ve Bati Anadolu
bélgeleri birbirine benzer bélgeler konumundadir.

Cok boyutlu 6lgekleme analizi ile elde edilen sonuglar, Tlrkiye'de bélgesel ig gbge iliskin
ilgili devlet kurumlarinin daha 6nceki yillari kapsayan arastirma sonuglariyla da paralellik
gostermektedir. Genel olarak (ilkenin batisinda yer alan ve géreli olarak gelismis bdlgeler
olarak tanimlayabilecegimiz Istanbul, diger Marmara Bdlgeleri, Ege, Bati Anadolu ve
Akdeniz gog alan, gelir, istihdam ve genel olarak refah bakimindan Tlrkiye ortalamasinin
oldukga altinda kalan Dogu Bolgeleri ve Karadeniz Bolgesi de goc¢ veren boélgeler
konumundadir.

Sosyal ve ekonomik gdstergelere yansiyan mekansal farklilasma, blyUk bir nifus baskisi
olusturarak llke genelinde bliylk yerlesme/sehirlesme sorunlarina da neden olmaktadir.
Yogun gdglerle biylyen sehirlerde egitim ve saglik hizmetleri yetersizlikleri, arsa ve
konut ihtiyaci, su, enerji, altyapi vb. belediye hizmetlerinin yetersizligi, trafik yogunlugu,
kalabaliklik, gevre kirliligi ve gurultt gibi olumsuzluklar da ardi sira gelmektedir. Ayrica
geri kalmis bdlgelerden gelismis bélgelere dogru gelen goc¢ hareketleri, geng isglici ve
sermayenin de boélge disina akmasina ve bdylece geri kalmis bdlgelerin daha da
gerilemesine neden olmaktadir. 20. ylzyilin ortalarindan bu yana siregelen bu seyrin,
daha yakin bir gegmise -2008 yilina- iliskin veriler kullanildiginda da boélgesel benzerlik ve
farkhlik konumu agisindan degismedigi gérilmektedir.

Calismada, ulkemizde nifus sayimlar ile birlikte derlenen gég istatistiklerinin demografik
degiskenler disinda, goc¢ edenlere iliskin daha kapsaml istihdam, egitim, saglhk ve
ekonomik degdiskenleri icermedigi ve bu konuda daha belirleyici calismalar icin daha
kapsamli  verilere ihtiyag¢ duyuldugu gérilmuistir. Istenilen verilerin  hepsine
ulasilamamasina ragmen calismada kullanilan verilere uygulanan c¢ok boyutlu dlcekleme
analizi sonucunda, bdlgelerin benzerliklerine ve farkhliklarina iliskin konumlandiriimasi,
Turkiye'de bélgesel gbég hareketlerine iliskin mevcut durumu yansitan anlaml sonuglara
ulasiimasini saglamistir.
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