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SIGORTA SIRKETLERININ MALI DURUMUNUN COK
DEGISKENLI DISKRIMINANT ANALiZ YONTEMIYLE iYI YA DA
KOTU OLARAK SINIFLANDIRILMASI

CLASSIFICATION OF INSURANCE COMPANIES AS PER THEIR
SOLVENCY WITH MULTIVARIATE DISCRIMINANT ANALYSIS

Muharrem UMUT"

Oz

Sigorta sirketleri, finansal piyasalarda ¢cok 6nemli bir isleve sahiptir. Nitekim sigorta ihtiyaci olan gergek ve
tiizel kisilere ulusal ve uluslararasi alanda yiiksek tutarda teminatlar sunulmakta ve hem tilkelerin hem de di-
ger finansal kuruluglarin yiiki hafiflemektedir. Bu yoniiyle sigortacilik sektorii siirekli gelisen dinamik bir ya-
piya sahiptir. Buna bagli olarak iilkeler, sigortacilik diizenlemelerine 6nem vermekte ve sektorde olugan sorun-
lara kars1 ¢6ztim bulmaktadir, bazen de hak sahiplerini korumak ve sektore olugan giiven kaybini 6nlemek adina
miidahale etmektedir. Nitekim sigortacilik sektoriiniin temelini olusturan giiven unsurunun kaybolmamas: ba-
kimindan, sigortalilara kars: sozlerini yerine getirebilmek i¢in sigorta sirketlerinin saglam bir finansal yapiya
sahip olmalari gereklidir.

Ulkemizde sigorta girketlerinin finansal durumlarinin tespit edilmesinde kullanilan yontemlerden biri de fi-
nansal oranlardir. Bu oranlarin yardimiyla sirketler iyi ya da kotii olarak siniflandirilmaktadir.

Bu ¢alismada, hayat dis1 alaninda faaliyet gosteren sigorta sirketlerinin 2014 yili sonu verilerine gore belirli
finansal oranlar kullanilarak ¢ok degiskenli bir analiz yontemi olan ‘diskriminant analizi’ uygulanmigtir. Bu ana-
lizin kullanilmasindaki amag, yetkili kamu otoritesince el konulan sirketlerin belirlenmesinde, diger bir deyisle
iyi ve kot sirketlerin smniflandirilmasinda karar vericilere yardimei olmaktir. Béylece yetkili otoriteye, finansal
durumu kétii olan sirketlerin belirlenmesine yonelik bir erken uyar1 yontemi sunulmus olunacaktir.
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Abstract

Insurance companies have an important role in the financial markets. They provide huge amounts of cove-
rage to the real and legal persons in need of insurance both nationally and internationally, and alleviate the bur-
den of countries and financial institutions. In this respect, insurance sector has a constantly evolving dynamic
structure. Accordingly, countries give importance to insurance regulations and take actions against problems
arising in the sector. Sometimes they intervene to protect the policyholders’ rights and to prevent loss of trust in
the sector. As a matter of fact, insurers should have a powerful financial structure for not loosing the trust ele-
ment that forms the basis of the insurance sector and fulfilling their promises to the policyholders.

One of the methods being used to determine the financial position of insurers in our country is financial ra-
tios. With the help of these ratios, financial health of companies are measured.

In this study, ‘discriminant analysis, a multivariate analysis method, was performed by using certain finan-
cial ratios by 2014 year-end data of non-life insurance companies. The purpose of including this analysis is to
help for determining the insurers intervened by the public authority, in other words to help decision makers to
measure the financial health of companies. Thus, an early warning method will be provided to the authority for
determining companies with poor financial standing.

Keywords: Discriminant analysis, Early warning method, Financial soudness, Financial ratios, Insurance
companies

Jel Codes: C40; C52; G22

Giris

Sigortacilik sektori, riski tizerinde bulunduran kisiler arasinda riskin paylasiimasi ve azaltilmasi
noktasinda finansal sektor ve reel ekonomide ¢ok 6nemli bir yere sahiptir. Sermaye ve bankacilik
sektorlerinin yani sira finans piyasasinin temel bir parcasi olan sigortacilik piyasasi, diinya ¢apinda
gerecek ve tiizel kisilere yiiksek tutarlarda teminat sunmaktadir. Bu kapsamda, sigortacilik sektorii-
niin yasanan kiiresel ve bolgesel gelismelerle orantili olarak piyasalardaki pay: gittikce artmaktadur.
Sigortacilik sektoriiniin sahip oldugu s6z konusu 6nemi dolayisiyla, iilkeler ve hitkiimetler bu alanda
diizenlemelerini artirmakta ve giiglendirmektedir.

Sigortacilik diizenlemeleri, ¢ok farkli alanlarda yapilmakla birlikte temel olarak ti¢ ana katego-
ride yapilmaktadir:
a) Aracilar ve sirket ruhsat islemleri
b) Fiyat veya tarife diizenlemesi
c) Sirketlerin mali yeterliligi.

Calismamizin kapsaminy, fi¢iincii diizenleme alani olan sigorta sirketlerinin sermaye yiikiimlii-
lugii veya yeterliligi olusturmaktadir.

Bir sigorta sirketinin finansal sorunlar nedeniyle yiikiimliliiklerini yerine getirememesi, ge-
rek diizenleyici otorite gerek sigortalilar ve hak sahipleri gerekse sermayedarlar agisindan biiytik s1-
kintilara neden olmaktadir. Nitekim Amerikada eyaletler bazinda diizenleme yapilirken en basta
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sirketlerin sermaye yeterliligi ve yiikiimliiliklerinin dikkate alindig1 gozlenmektedir. Avrupada ve
tilkemizde de daha ¢ok sigortalilarin hak ve menfaatleri goz bulundurulmakta olup, ancak yasanan
son krizler nedeniyle sigorta sirketlerinin sermaye yeterliligi hem Avrupada hem tilkemizde temel
diizenleme alan1 haline gelmistir. Bu nedenle, tilkeler sirketlerin yiikiimliiliiklerini karsilayabilmeleri
i¢in yonelik diizenleme yapmakta, istatiksel modeller kurmakta ve belirli finansal oranlarin hesap-
lanmasi yoluyla sirketleri izleme yoluna gitmektedir. Durum boyle olmakla birlikte, diinya 6l¢eginde
yasanan 2007-2009 ekonomik kriz sonucunda tiim piyasalarda alinan énlemlerin artis egiliminde ol-
dugu goriilmektedir.

Ulkemizde bugiine kadar ekonominin genelinde ve sektdrel diizeyde yasanan mali sikintilar so-
nucunda bazi sigorta sirketlerine diizenleyici otorite tarafindan miidahale edildigi bilinmektedir. Ni-
tekim 2014 ve 2015 yillarinda ti¢ sigorta sirketinin mali durumlarinin kétillesmesi sonucu, diger bir
ifadeyle sermaye yeterliliklerinin yiiksek tutarda negatif olmasi dolayisiyla yetkili kamu otoritesince
bu sirketlere miidahale edildigi, miidahale edilen sirketlerden ikisinin tilkemizdeki Tasarruf Mevdu-
at1 Sigorta Fonunun benzeri olan Giivence Hesabina devredildigi ve bir sigorta sirketinin ise yakin
izleme kapsamina alindig1 goriilmiistiir.

Calismamizda, kamu otoritesince miidahale edilen s6z konusu sirketlerin belirli finansal oranlar
cercevesinde diskriminant analizi yontemi uygulanmak suretiyle belirlenebilmesi amaglanmaktadr.
Nitekim bir ¢ok iilke benzer modeller kullanmakta olup, bu durumu 6l¢gme ve izleme yoluna gitmekte,
tilkemizde ise bu durum agirlikli olarak olusturulan gesitli finansal rasyolar ve yerinde denetimlerle
saglanmaktadir. Dolayisiyla bu ¢alismada, iilkemizde 2014 yili itibariyle faaliyet gosteren hayat disi
bransindaki sigorta sirketlerine cok degiskenli ve istatiksel bir teknik olan diskriminant analizi yontemi
uygulanarak bu sirketler iyi ve koti sigorta sirketleri olarak siniflandirilmaya ¢aligilacaktir.

Boyle bir modelin gelistirilmesindeki asil amag; bir¢ok tlkenin diizenleyici otoritelerinin gok
fazla tecriibesi ve finansal saglamlig1 6lgen birimleri ve modelleri olmasina ragmen iilkemizde si-
gortacilik sektorii gibi heniiz gelismekte olan sektorler i¢in boylesine bityiik birimler ve kullanilan
modellerin yeterli diizeyde olmadig1 sdylenebilir. S6z konusu modelin 2014 y1ili sonu verilerinin iil-
kemizdeki sigorta sirketlerine uygulanmasiyla elde edecegimiz sonug, modelin iilkemiz agisindan
dogrulugunu ortaya koyacaktir.

1. Literatiir incelemesi

Trieschmann ve Pinches (1973), finansal durumu kotii olma ihtimali yiiksek olabilecek hayat
dis1 sigorta sirketlerinin belirlenmesi amaciyla finansal oranlara ¢ok degiskenli diskriminant anali-
zini uygulamistir. Calismalarinda alti farkli finansal oran kullanarak sirketleri finansal durumu iyi ya
da kot (solvent ya da distress) olmak tizere iki grupta siniflandirmistir. Ayrica, analizde kullanilan
oranlarin ¢ok 6nemli oranlar oldugunu belirtilerek, modelin sigorta sirketlerini yaklagik %94 oranla
dogru siniflandirdigini ifade etmislerdir (Trieschmann ve Pinches,1973:335).

Ambrose ve Seward (1988), bir derecelendirme sirketi olan A.M. Best reytinglerinin sonugla-
rin1 belirli finansal oranlar kullanarak diskriminant modeliyle analiz etmis ve elde edilen sonuglarla
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karsilagtirma yaparak hayat dis1 sigorta sirketlerinin mali durumunu tahmin etmede kullanmistir
(Ambrose ve Seward, 1988:240-241).

Barniv ve Hersbarger (1990), hayat dis1 bransinda faaliyette bulunan sigorta sirketleri i¢in, mevcut
modeller genisletilerek hayat branginda faaliyet gosteren sigorta sirketlerine gesitli finansal oranlar
kullanilarak ¢ok degiskenli diskriminant analizi uygulamistir (Barniv ve Hersbarger, 1990:132,133).

Brockett ve digerleri (2006), calismalarinda yine belirli finansal oranlar kullanarak 6zel-
likle hayat bransinda faaliyet gosteren sigorta sirketlerinin basarili olup olmadigini ¢ok degis-
kenli diskriminant analizi yontemiyle belirlemeye ¢aligmistir (Brockett, Golden, Jang ve Yang,
2006:135).

Geng (2006), sigorta sirketlerinin mali basarisizigini tahmin etmede ondort farkls finansal ora-
nin dikkate alindig1 ¢oklu regresyon modelini kullanmis ve bu oranlardan besinin sigorta sirketleri-
nin mali sonuglarini istatiksel olarak 6lcmede basarili oldugunu ortaya koymustur (Geng, 2006:129).

Onay (2010), Tirkiyede hayat dig1 alaninda faaliyette bulunan sigorta sirketlerinin finansal du-
rumlarinin degerlendirilebilmesi i¢in sigorta sirketlerinin finansal oranlarini kullanarak ¢ok degis-
kenli temel bilesenler analizi uygulamis ve hayat dis: sigorta sirketlerinin finansal durumlarin: kar-
silagtirmustir (Onay, 2010:67).

Goriilecegi lizere, literatiirde hayat dis1 ve hayat sigortas: branslarinda ¢alisan sirketlerin mali du-
rumlarinin iyi veya kétii oldugu diskriminant analizi yontemiyle tespit edilmeye, diger bir deyisle iyi
sirketlerle kot sirketler siniflandirilmaya calisilmistir. Ancak, bu galismalarin ortak 6zelligi tek de-
giskenliden ziyade ¢ok degiskenli modellerin olmasidur.

2. Metodoloji

Ulkemizde 2014 yili sonu itibariyle hayat dis1 alaninda faaliyette bulunan sigorta sirketleri se-
¢ilmis ve bu sirketlerin nakit sikintisi, borg ve sermaye yapilar ve finansal siirdiiriilebilirlik agisin-
dan rehabilitasyon durumlari ortaya ¢ikarilmaya ¢alisilarak karar vericilere bir 6ngériide bulunul-
mustur. Toplam 38 adet hayat dis1 sigorta sirketi secilmistir. Bu sirketlerden otuzbesinin finansal
olarak iyi durumda, geri kalan {igiiniin kotii durumda oldugu bilinmektedir. Zira, 2015 yilinda bu
ti¢ sirketin finansal oranlariin kota oldugu, diger bir deyisle mali olarak basarisiz oldugu sapta-
narak, yetkili otorite tarafindan sirketlere miidahale edilmistir. Bu nedenle elde edecegimiz sonug-
lar, ilerleyen donemlerde miidahale edilebilecek sirketler i¢in erken uyar: sistemi mahiyetinde yol
gosterici olacaktir.

Konuyla ilgili olarak miilga Hazine Miistesarligindan ruhsat almis ve ayn1 zamanda Tiirkiye Si-
gorta Birligine {iye olan 38 hayat dis1 sirketin mali oran verileri kullanilmistir. Modelde kullanilan
soz konusu mali oran verileri, Tiirkiye Sigorta Birliginin internet sayfasinda yer alan mali Tablo veri-
leri esas alinarak asagida agiklanacak olan oranlarin belirlenmesi imkéan dahilindedir (https://www.
tsb.org.tr/resmi-istatistikler.aspx?pageID=909).
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Yukarida belirtildigi izere calismadaki amacimiz; sirketleri finansal agidan iyi ya da kotii olarak
siniflandirmak, bu anlamda finansal durumu koétii olan 3 sirketi de dogru bir sekilde tespit ederek
modelin basarisini ortaya koymak ve karar alma birimlerine yardimei olmaktir.

3. Diskriminant Analizi

Diskriminant analizi, hatali gruplama ihtimalini en aza indirerek, degiskenleri ait bulunduk-
lar1 siniflara segmek seklinde tanimlanabilecek, istatistiki olarak karar veris bicimidir (Tathdil,
1996:256). Diskriminant analizi, belirlenmis bir (x) veri grubundaki degerlerin en az iki veya daha
fazla sayidaki siniflara segilmesini saglamak igin kullanilan bir analizdir (Ozdamar, 1999:316-317).
S6z konusu analiz, genel itibariyle siniflandirma yapmakta olup, birimlere yonelik p sayidaki 6zel-
likten faydalanarak ait olduklar: siniflar: tespit etmede ya da mevcut siniflar1 birbirlerinden ay1-
racak en iyi formiilii bulmada ¢ok sayida degiskenin kullanildig: istatistiksel tekniklerden yarar-
lanmaktadir (Camdeviren, 2000:89). Anilan analiz, siniflar arasinda farkli degerlere bagli olarak
birbirleri arasindaki farklarin tespit edilmesinde biiyiik fayda saglamaktadir. Bu analizde gruplar
olabildigince en diisiik hata ile siniflandirilmaktadir. Diskriminant analizinin temelinde, deger-
lendirilen kisinin grubunun tespit edilmesini temin edecek bir fonksiyonun belirlenmesi hedef-
lenmektedir. S6z konusu analiz ¢ok degiskenli gruplarin birbirleriyle etkilenme diizeyini ve 6teki
degerler arasinda hangi farkliliklarin bulundugunu tespit etmeye yarayan kullanish bir analizdir
(Ttimer, 2001:299).

Analiz, farkliliklarin en gok hangi birimler arasinda yogunlastigini 6grenmek ve smniflarin ayris-
masinda etkili olan degiskenleri belirlemek icin de kullanilir. Analiz sonunda yapilan gruplama ile
en bastaki grup degiskenlerini karsilagtirarak, secilen fonksiyonun yeterli olup olmadigini 6lgmeye
imkén verir (Ergetin, 1993:24). En genel anlamiyla diskriminant analizi, aralarinda yakin iliski bu-
lunan istatistiksel fonksiyonlar: igine alan gok genis bir analizdir (Klecka, 1980:11). Anilan fonksi-
yonlar ve yaklagimlar temel olarak iki asamada ele alinir. Birinci agamada, siniflar arasindaki fark-
liliklar yorumlanirken, ikinci asamada degiskenler siniflara boliimlendirilir. Ayrica Diskriminant
analizi, tanimlayict ve tahmin edici olarak iki sekilde adlandirilmakta olup, birincisi fonksiyonlar:
ayirmada, ikincisi ise gruplamada kullanilir. Hatalr siniflandirma ihtimalini ve sonucunu azaltmak
olduk¢a 6nemli bir unsur olup, diskriminant analizi bu amagla tahmin edici olarak kullanilir (De-
mirhan, 1997:18-19).

Degiskenlerin siniflandirilmasinda ¢ogunlukla gesitli matematiksel formiillerden faydalanilir.
Diskriminant fonksiyonu veya yaklasimi olarak isimlendirilen bu formiiller, birbirine ¢ok benzesen
gruplar1 ayirt etmeye imkéan verecek sekilde gruplarin benzer 6zelliklerini ortaya koymak i¢in kul-
lanilir. Gruplar: belirlemek i¢in kullanilan 6zellikler ise, diskriminant birimleri seklinde isimlendi-
rilmektedir. Ozetle diskriminant analizi, ok fazla sayidaki gruplarin farkhiliklarini ve 6zelliklerini
cesitli degiskenler araciligiyla tespit etme yontemidir. Dolayisiyla bu analiz yontemiyle arastirmaci,
yanlis siniflandirma ihtimalini en aza indirerek degiskenleri ait olduklar1 gruplara veya siniflara ayir-
mak ya da degiskenlerin ayirilmis oldugu gruplari tespit etmek icin s6z konusu analizi kullanmak is-
teyecektir (Johnson ve Wichern, 2002:613)
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Diskriminant analizinin de diger tiim istatiksel modellerde oldugu iizere, bazi temel varsayim-
lar1 vardir ($en, 2000:105). Analizde kullanilan varsayimlar saglaniyor ise diskriminant analizinin
ayirim giicli ve saglamlig1 yliksektir denilebilir. Sayet analizin basaris1 ongoriilenden diisiik ¢ikarsa,
dogru degerlendirmede bulunmak i¢in bu varsayimlarin ayr1 ayr1 test edilmesi onem arzetmektedir
(I¢ ve Yurdakul, 2000:5-6).

Bu modelde ve ¢aligmada, diskriminant analizi hayat dig1 alaninda faaliyet gosteren sigorta sir-
ketlerinin finansal olarak durumunun iyi ve kotii olma durumuna gére siniflandirilmasi igin kulla-
nilmigtir. Sigorta sirketlerinin ortak karakteristiklerini iceren bir yap1 belirlenmis ve model bes de-
giskenli bir yapiya indirgenmistir. Baglangicta, diskriminant fonksiyonu iki grup araclari arasindaki
farkliliklar: ortaya ¢ikaracak ve yanlis siniflandirma (misclassification) ihtimalini azaltacak bir de-
giskenler seti seklinde olusturulmustur. Bu durum asagida gosterilmistir:

Z=V X +VX ... +VnXn

Burada;

V,V, .. Vn diskriminant katsayilar1 ve

X, X, ..... Xn bagimsiz degiskenleri gostermektedir.

Kullanilan modele iliskin diskriminant analizi asagida gosterilmistir. Sekildeki p noktast iyi ile
kotii sirketler arasindaki ayrimi gostermekte olup, boylece yanlis siniflandirma ihtimalini de azalta-
caktir.

Sekil 1. Modelin Dagilim Durumu

=] [ A —
T

4. Model ve oranlar

Modelde birbiriyle yiiksek derecede iliskili olan degiskenler dislanmis olup, hayat dis1 alaninda
faaliyet gosteren sirketlerin finansal durumunu iyi ya da koti seklinde gosteren diskriminant modeli
(Trieschmann ve Pinches, 1973:327-335);
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Z=-0.503X, - 0,653X, + 0,516X,+ 0,140X, - 1,218X

5

seklinde belirlenmistir.

Burada;

X, :Ozkaynaklar/Teknik Kargihiklar (Briit)
X, :Likidite Oran1

X, :Bilesik Rasyo (Net)

X, :Hasar/ Prim Orani (Briit)

X, :ROA (Aktif Karlihig)

Analizimizde, sigorta sirketlerinin finansal durumlarimin degerlendirilmesinde temel etken ola-
rak belirledigimiz bu rasyolar, 20.10.2004 tarih ve 65069 sayili Sigorta ve Reasiirans Sirketlerinin
Mali Biinyelerine ve Sermaye Yeterliliklerine [liskin Genelgede belirtilen finansal oranlar arasindan
secilmiglerdir. S6z konusu oranlarin sec¢ilmesindeki temel sebepler ve hesaplama a¢ilimlar: asagida
aciklanmustir.

Sigorta sirketleri finansal sektor kuruluslarinin 6nemli bir pargasi oldugu igin, sirketlerin mali
durumlar: degerlendirilirken esas olarak bor¢ 6deme kapasiteleri ile finansal stirdiiriilebilirlik hu-
suslari, finansal stirdiiriilebilirlik kapsaminda da kaliteli varlik yapist ile siirdiiriilebilir gelir politika-
larinin varlig1 incelenmelidir.

Sigorta sirketleri faaliyetleri stiresince hasar 6demesi yaptigindan, nakit ve nakde hizli doniistii-
riilebilir varliklarinin bilango igindeki payinin yiiksek olmasi 6nemlidir. Zira sigorta sirketlerinin ha-
sar 6demelerinin zaman gerceklestireceginin belirsiz olmasi nedeniyle, bu tip varliklarin kisa vadeli
borglara oranini gosteren likidite oraninin yiiksek olmas sigorta sirketleri icin gereklidir. Diger ta-
raftan, siirdiiriilebilir karliligin temini agisindan bu varliklarin gelir getirici varlik olmas: da gerekli-
dir. Bu nedenle, aktif bitytikliigiine gore karlilig1 gosteren ROA (Return on Assets), karsilastirilabilir-
lik ve 6l¢tim agisindan 6nemli bir orandir. Yine sigorta sirketlerinin sigortacilik karliligini gsteren
hasar prim orani ile faaliyet karliligini gosteren bilesik rasyo, siirdiiriilebilir ve saglikli karliligi gos-
termesi agisindan hayati 6nemdedir. Sigorta sirketlerinin tistlendikleri riskin boyutu ile sirketlerin
varlik seviyelerini 6l¢mek agisindan da briit risk orani hesaplanmaktadir.

X, :Ozkaynaklar / Teknik Kargiliklar (Briit)

1
Sirketin teknik kargiliklarinin i¢ kaynaklardan karsilanabilme seviyesini 6l¢en bir orandir. Bu

oran asagida verilen esitlikle hesaplanmigtir.

Ozkaynaklar / Teknik Kargiliklar = (Odenmis Sermaye + Sermaye Yedekleri + Kar Yedekleri +
Doénem Net Kar1 + Gegmis Yillar Kérlar1 - Dénem Net Zarar1 - Gegmis Yillar Zararlari) / Sigortaci-
lik Teknik Kargiliklar:
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X2 :Likidite Oram

Bu oran, sigorta sirketinin likidite durumunu gostermekte olup, asagida verilen esitlikte hesap-
lanmustir.

Likidite Orani = {Nakit ve Nakit Benzeri Varliklar + Finansal Varliklar ile Riski Sigortalilara Ait
Finansal Yatirimlar (Riski Hayat Sigortas: Sahiplerine Ait Finansal Yatirimlar Harig)} / Kisa Vadeli
Yiikéimliiliikler

X3 :Bilesik Oran (Net)

Sirketin faaliyetleri sonucu olusan karliligini 6l¢mede kullanilan bir orandir. Mali durumu kotii-
lesen sirketlerde bu oran yiiksek ¢ikacaktir. Iyi olan sirketlerde ise bu oranin genelde 1’in altinda ¢ik-
mas1 beklenir. Bu oran, hasar prim orani ile masraf oraninin toplamidir.

Bilesik Oran = Hasar Prim Orani + Masraf Orani

Hasar Prim (Briit) : (Odenen Tazminatlar (Briit) + Briit Muallak Tazminat Karsihiginda Degisim)
/ ( Briit Yazilan Primler - Briit Kazanilmamis Primler Karsiliginda Degigim)

Masraf Orani (Harcamalar / Net yazilan primler) = Faaliyet Giderleri / {Yazilan Primler (Re-
asiirdr payi hari¢) + Kazanilmamig Primler Kargiliginda Degisim (Reasiirorlere olan devir harig)}

X, :Hasar/Prim Oram (Briit)

Sigortacilik karhiligini 6l¢mede kullanilan 6nemli bir oran olup, sirketin topladig: primlere naza-
ran 0dedigi hasarin oranini gosterir. Oran yiikseldikee sigortacilik karlilig1 diiser. Hesaplanmasi asa-
g1daki sekildedir:

Hasar Prim (Briit) : {Odenen Tazminatlar (Briit) + Briit Muallak Tazminat Karsiliginda Degisim}
/ ( Briit Yazilan Primler - Briit Kazanilmamis Primler Karsiliginda Degigim)

X, :ROA (Aktif Karlilig1)

5

Sirketlerin finansal bitytikligiine gore karlilik seviyesini 6l¢mede kullanilir. Aktif karlilig: yik-
sek olan girketlerin kérli bir bilan¢o yapisina sahip oldugu distiniiliir. Oran asagidaki sekilde he-
saplanir:

ROA: Dénem Kar1 veya Zarar1 / Aktif Toplami

S6z konusu hesaplamalar sonucunda ulagilan oranlar ekte yer almaktadir. SPSS 22.0 for Win-
dows isimli istatiksel program yardimiyla anilan degiskenlere iliskin diskriminat analizi uygulanmis
ve asagidaki sonuglara ulagilmistir.

Tablo 1'de 2014 yili sonu sirket verilerine gore finansal oranlar baglaminda diskriminant analizi
caligtirilarak gruplara ait elde edilmis temel istatistiki veriler goriilmektedir.
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Tablo 1. Grup Istatistikleri

Valid N (listwise)
Grup Ortalama Standart Sapma
Agirliklandirimamg Agirliklandirilmig
X1 -.2784 .30373 3 3.000
X2 3133 .08243 3 3.000
.00 X3 2.0782 98537 3 3.000
X4 1.3012 31343 3 3.000
X5 -.7078 .58699 3 3.000
X1 4980 .70823 35 35.000
X2 1.1048 .80927 35 35.000
1.00 X3 1.4041 1.08167 35 35.000
X4 7128 47496 35 35.000
X5 -.0225 .09929 35 35.000
X1 4367 71479 38 38.000
X2 1.0423 .80558 38 38.000
Total X3 1.4573 1.07776 38 38.000
X4 7593 48832 38 38.000
X5 -.0766 .25051 38 38.000

Tablo 2de finansal agidan iyi (basarili) ve kotii (basarisiz) olarak siniflanan sigorta sirketlerinin
grup esitlik test ortalamalar: sunulmaktadir.

Tablo 2. Grup Egitlik Test Ortalamalar1

Wilks' Lambda F dft df2 Sig.
X1 912 3.479 1 36 070
X2 928 2.797 1 36 103
X3 971 1.084 1 36 305
X4 892 4.377 1 36 044
X5 441 45.608 1 36 .000

Tablo 2'de her bir fonksiyon igin, smnif ortalamalarinin esitlik testi sunulmustur. Onemlilik dii-
zeyi a = 0,05 anlamlilik seviyesinden diisiik oldugunda, tiim sinif ortalamalarinin esit kabul edildigi
bos hipotez red edilebilir. Wilks’Lambda degerinin 1 olmasi, beklenen sinif ortalamalarinin esit ¢ik-
mast halinde olusur. Sonug olarak biilyitk Wilks'Lambda istatistigi, sinif ortalamalarinin benzer ol-
dugunu, diisitk degerler ise, sinif ortalamalarinin benzer olmadigini gosterir (Akgiil, 1997:563-564).
Analizde,

X1 :Ozkaynaklar/Teknik Karsiliklar (Briit)

X2 :Likidite Orani
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X3 :Bilesik Rasyo (Net)

degiskenleri i¢cin 6nemlilik seviyesi, %5’in iizerinde oldugundan, bu bagimsiz degiskenler igin
mali durumu iyi olarak gruplandirilan sirketler ile digerleri arasinda istatistiksel olarak anlamli bir
farkin bulunmadig1 gézlenmistir.

Tablo 3'de hipotezi olusturan siniflarin ortalamalarinin farkliligini gosteren WilksLamda deger-
lerinin sonuglar1 sunulmaktadir.

Tablo 3. Wilks’ Lambda Degerleri

Test of Function (s) Wilks’ Lambda Chi-square df Sig.
1 387 31.777 5 .000

Istatiksel analizin bagarisini gosteren WilksLambda degeri 0-1 arasinda gikmaktadir. Yiiksek
Wilks'Lambda istatistigi, sinif ortalamalarinin benzer oldugunu isaret eder. Diisiitk Wilks'Lambda
ise, istatiksel analiz yonteminde kullanilan modelin ayirt etme giiciiniin yiiksek oldugunu ifade eder.
Modelde Wilks’Lambda degeri 0.387 ¢ikmistir. Dolayistyla s6z konusu deger, 2014 y1li i¢in kullanilan
diskriminant analizinin ayirim giiciiniin oldukga yiiksek ve bagarili oldugunu gosterir.

Tablo 4. Fonksiyon Degerleri

Fonksiyon
1
X1 -.503
X2 .653
X3 516
X4 .140
X5 1.218

Analizde herhangi bir degiskenin anlamini degerlendirebilmek igin fonksiyon degerlerine bak-
mak gerekmektedir. Tablo 4’te fonksiyon degerlerinin yer almasinin sebebi, degiskenler arasindaki
farkli ortalamalar ve standart sapmalarin etkilerini yok etmektir. Aksi durumda, standart sapmasi
kiigiik katsayilar yiliksek diskriminant degerine sahip olmasi demektir ki, bu halde bir birinden farkli
olan katsayilarin goreceli 6nemlerinin belirlenmesini anlamsiz kilacaktir. Birbirinden farkli olan de-
giskenler ile standartlagtirilmis fonksiyon katsayilar: veya degerleri, soz konusu degiskenlerin sinif-
landirilmasinda ne diizeyde bir katki sagladigini gostermektedir. Yitksek degerler ytiksek katkiy: isa-
ret ederken, diisitk degerler diisiik katkiy: ifade etmektedir. Analizdeki fonksiyon deger isaretlerinin
belirli bir anlami yoktur. Diger bir deyisle, fonksiyon degerleri nominal kabul edildiginden negatif
veya pozitif olmasi analizin sonucunu degistirmemektedir [17].

Tablo 4de verilen sonuglar degerlendirildiginde, en yliksek katkiy: ifade eden katsay1 X, (1,218)'tir.
Sonra X, (0.653) ve X, (0.516)diir. Bu katsaylar, diskriminant fonksiyonunun ayirt edilmesinde en yiik-
sek katkiyr saglamaktadir. Netice itibariyle, analizde ve modelde kullanilan finansal rasyolarin timii
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(iyi ve kot sirketler arasinda) ayirt edici ozellige sahiptir. Diger bir deyisle, iyi sirketlerle kotii sirketle-
rin finansal performans oranlar: arasinda farkliliklar vardir hipotezi saglanmis anlamina gelmektedir.

Tiim sirketlerin 2014 yili i¢in iyi ve koti sirketler siniflandirma sonuglar asagidaki Tablo 5de
toplu olarak verilmistir.

Tablo 5. Siniflandirma Sonuglar:

Classification Results®

Grup Tahmin Edilen Grup Uyeligi Toplam

.00 1.00
.00 2 1 3
Say1
. 1.00 0 35 35
Original
% .00 66.7 333 100.0

1.00 .0 100.0 100.0

a. 97.4% of original grouped cases correctly classified.

Analiz bazinda ikili grup seklinde tanimlanan orjinal gruplarin dogru simiflandirma yiizdesi
%97,4 gibi yiiksek bir oran ¢ikmigstir.

Tablo 5deki gruplandirma tiyeliklerine ve degerlerine bakarak, daha saglikli bir degerlendirme
yapilabilmesi miimkiindiir. Daha 6nce belirtildigi tizere, degiskenlerin grup iiyeliklerinin tahmin
edilmesinde kullanilan analizlerden biri diskriminant yontemidir. Modelin basar1 diizeyini, sinif-
landirmanin dogruluk yiizdesi gostermektedir. Analizde tiim sirketlerin %97,4’ti dogru siniflandiril-
mustir. Analizde koétii sirketlerin %66,7’si ve iyi sirketlerin de %100’ dogru siniflandirilmistir.

Ayrica, gergekte iyi olan sirketlerin hicbiri kotii olarak siniflandirilmamais, ancak gergekte kotii
olan bir sirket iyi olarak siiflandirilmistir.

Sonug

Bu uygulamanin amaci cesitli finansal oranlar kullanarak mali a¢idan iyi sirketler ile koti sir-
ketleri ayirt etmek ve karar vericilere kararlarinda yardimci olmaktir. Iste diskriminant analizi bize
bu ayirt etmeyi yapan ve karar birimlerine yardimci olan bir analiz tiiriidiir. Esas itibariyle en giiclii
yonii karar birimlerine kot sirketler hakkinda erken uyariyr saglamasidir. Coklu degiskenli bu ana-
liz yontemiyle s6z konusu siniflandirmay: yapmak karar vericileri bir¢ok sorundan kurtarabilir. Boy-
lece diskriminant analizinde mali durumu kétii olarak siniflandirilan sirketlere karar birimleri daha
dikkatli yaklasmali ve izlemeli, gerektiginde 6nlem almaktan kaginmamalidir.

Ancak, hatali tahmin sonuglar1 olabilecegi g6z 6niinde bulundurularak, karar birimleri ilave de-
gerlendirmeler de yapabilir. Ornegin, gercek durumu iyi olan bir sirket kotii olarak veya aksine ger-
¢ek durumu kotii olan bir sirketin de iyi olarak siniflandirilmasi durumunda, yalnizca diskriminant
analizinin tahmin sonuglarina goére hareket edilmesi arzu edilmeyen sonuglara neden olabilecektir.
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O nedenle, yukarida kullanilan analizlerin yani sira ilave analizler (yerinde denetim mekanizmasi da
dahil) yapilmas: gerekli olabilir.

Bu ¢alismada, 2014 yil1 i¢in iilkemizde hayat dis1 sektoriinde faaliyette bulunan sigorta sirketle-
rinin iyi ve kotii sirketler seklinde siniflandirilmasinda kullanilan model ve diskriminant analizinin
ayirt edici giicti oldukea belirgin ¢ikmis ve ozellikle dogru siniflandirma yiizdesi %97,4 gibi yiiksek
bir oranda ger¢eklesmistir. Sonug olarak, s6z konusu veriler iyi ya da kotii sirketlerin siniflandirilma-
sinda analizin bagar1 durumunun yiiksek diizeyde oldugunu gostermektedir.
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internet Kaynaklar1

https://www.tsb.org.tr/resmi-istatistikler.aspx?pageID=909.

EK 1. Sirketlerin Finansal Oranlar Gostergeleri

1 S1 0,3515 1,0643 0,9403 0,6278 0,0394
2 S2 0,3697 0,9863 1,0027 0,6057 0,0230
3 S3 0,3196 0,7230 1,1211 0,3635 -0,1048
4 $4 0,3571 0,8419 0,9990 0,6896 0,0246
5 S5 0,1920 0,9445 0,9804 0,7159 0,0166
6 S6 0,5054 1,0772 1,6511 0,5162 -0,0566
7 S7 0,5199 0,8702 1,0414 0,7091 0,0095
8 S8 0,3425 1,1521 0,9945 0,6437 0,0906
9 S9 0,6457 1,0461 0,9217 0,0579 0,0681
10 S10 0,1871 0,7873 1,3623 1,2760 -0,0738
11 S11 0,0136 0,7891 1,7729 1,3079 -0,2620
12 S12 0,1672 0,5906 1,0606 0,9907 0,0207
13 S13 0,2836 0,9904 1,1516 0,6641 -0,0567
14 S14 0,2892 0,7385 1,6363 0,6352 -0,0390
15 S15 0,3004 0,9209 0,9222 0,5826 0,0689
16 S16 0,3315 1,0223 0,9776 0,5783 0,0600
17 S17 0,4872 0,7895 0,9605 0,6593 0,0338
18 S18 0,2131 0,7166 1,5630 0,5197 -0,1732
19 S19 0,2880 0,3839 1,0635 0,6093 0,0099
20 $20 0,3544 1,7638 1,8449 0,5791 -0,1691
21 $21 -0,6101 0,2274 2,8776 1,5792 -1,0987
22 $§22 0,2386 1,1829 1,1745 0,8456 -0,0443
23 $23 0,4448 1,1138 0,9669 0,5898 0,0379
24 $24 0,2613 1,0167 1,0722 0,7482 0,0212
25 $25 -0,2113 0,3206 2,3797 1,3629 -0,9919
26 $26 0,3686 0,8729 1,2636 0,5464 -0,0917
27 $27 0,3757 1,1173 0,9766 0,6697 0,0588
28 $28 0,2270 0,8110 0,9784 0,7120 0,0059
29 $29 0,4220 1,0619 0,9561 0,6285 0,0798
30 $30 0,7383 1,5572 1,3201 0,6621 -0,0993
31 $31 0,2838 0,9519 0,8507 0,4394 0,0570
32 $32 0,0951 0,7519 1,2450 0,5936 0,0477
33 §33 -0,0138 0,3918 0,9773 0,9615 -0,0328
34 $34 0,3709 1,0989 0,7778 0,2280 0,1734
35 $35 4,1843 5,5019 1,2915 0,3394 0,0031
36 $36 0,0408 0,7390 2,1179 3,0190 -0,2062
37 $37 1,3204 1,3339 7,0514 0,3940 -0,1947
38 $38 1,5408 1,3565 3,1315 1,2015 -0,1655
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